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Preface

IBM® SPSS® Statistics est un systéeme complet d’analyse de données. Le module complémentaire
facultatif Base fournit les techniques d’analyse supplémentaires décrites dans ce manuel. Le
module complémentaire Base doit étre utilisé avec le systéme central SPSS Statistics auquel

il est entiérement intégré.

A propos de IBM Business Analytics

Le logiciel IBM Business Analytics offre des informations complétes, cohérentes et précises
permettant aux preneurs de décision d’améliorer leurs performances professionnelles. Un
portefeuille complet de solutions de business intelligence, d’analyses prédictives, de performance
financiére et de gestion de la stratégie, et d’applications analytiques permet une connaissance
claire et immédiate et offre des possibilités d’actions sur les performances actuelles et la capacité
de prédire les résultats futurs. En combinant des solutions du secteur, des pratiques prouvées et des
services professionnels, les entreprises de toute taille peuvent générer la plus grande productivité,
automatiser les décisions en toute confiance et apporter de meilleurs résultats.

Dans le cadre de ce portefeuille, le logiciel IBM SPSS Predictive Analytics aide les entreprises a
prédire des événements futurs et a agir de maniére proactive en fonction de ces prédictions pour
apporter de meilleurs résultats. Des clients dans les domaines commerciaux, gouvernementaux et
académiques se servent de la technologie IBM SPSS comme d’un avantage concurrentiel pour
attirer ou retenir des clients, tout en réduisant les risques liés a I’incertitude et a la fraude. En
intégrant le logiciel IBM SPSS a leurs opérations quotidiennes, les entreprises peuvent effectuer
des prévisions, et sont capables de diriger et d’automatiser leurs décisions afin d’atteindre

leurs objectifs commerciaux et d’obtenir des avantages concurrentiels mesurables. Pour plus
d’informations ou pour contacter un représentant, visitez le site http.//www.ibm.com/spss.

Support technique

Un support technique est disponible pour les clients du service de maintenance. Les clients
peuvent contacter I’assistance technique pour obtenir de 1’aide concernant 1’utilisation des produits
IBM Corp. ou I’installation dans I’un des environnements matériels pris en charge. Pour contacter
I’assistance technique, visitez le site IBM Corp. a 1’adresse Attp://www.ibm.com/support. Votre
nom, celui de votre société, ainsi que votre contrat d’assistance vous seront demandés.

Support technique pour les étudiants

Si vous étes un étudiant qui utilise la version pour étudiant, personnel de 1’éducation ou diplomé
d’un produit logiciel IBM SPSS, veuillez consulter les pages Solutions pour 1’éducation
(http://www.ibm.com/spss/rd/students/) consacrées aux étudiants. Si vous €tes un étudiant utilisant
une copie du logiciel IBM SPSS fournie par votre université, veuillez contacter le coordinateur
des produits IBM SPSS de votre université.
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Service clients

Si vous avez des questions concernant votre livraison ou votre compte, contactez votre bureau
local. Veuillez préparer et conserver votre numéro de série a portée de main pour 1’identification.

Séminaires de formation

IBM Corp. propose des séminaires de formation, publics et sur site. Tous les séminaires
font appel a des ateliers de travaux pratiques. Ces séminaires seront proposés réguliérement
dans les grandes villes. Pour plus d’informations sur ces séminaires, accédez au site
http://www.ibm.com/software/analytics/spss/training.
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Chapitre

Livre de codes

Le livre des codes indique les informations du dictionnaire, telles que les noms de variables, les
étiquettes de variables, les étiquettes de valeurs, les valeurs manquantes, ainsi que les statistiques
récapitulatives de toutes les variables (ou celles spécifiées) et les vecteurs multiréponses dans
I’ensemble de données actif. Pour les variables ordinales et nominales ainsi que pour les vecteurs
multiréponses, les statistiques récapitulatives comprennent les effectifs et les pourcentages. Pour
les variables d’échelle, les statistiques récapitulatives comprennent la moyenne, 1’écart-type

et les quartiles.

Remarque : Le livre des codes ignore 1’état de fichier scindé. Ceci comprend les groupes de
fichiers scindés crées pour I’imputation multiple de valeurs manquantes (disponible dans 1’option
complémentaire Valeurs manquantes).

Pour obtenir un livre des codes

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Rapports > Livre de codes

» Cliquez sur I’onglet Variables.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 1
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Chapitre 1

Figure 1-1
Boite de dialogue Livre des codes, onglet Variables
ﬁ Livre de codes
Wariables | Résuttat | Statistigues

Watiahles : Yatiahles du livre de cocdes
@5 Pays d'origine [ethnic] T &5 Statut marital [mearital]
&;_-) 1er pays d'origine mentionné [eth1] f Mombre denfants [childs]
&) 2eme pays d'origine mentionné [eth2] d:l Dipléime le plus Slevé [degree]
&) 3&me pays d'origine mentionne [eth] Car maker, most recent cars [$mitcars)
d:l Ayver-vous confiance dans les instibut.. E Mews sources [fmitnews]

d:l Ayvez-vous confiance dans les grand...
d:l Avez-vous confisnce dans 'éducatio...
d:l Ayver-vous confiance dans la presse ..
d:l Avez-vous confiance dans ba médec...
I{I Awez-vous confiance dans les média...
d:l Catégorie débge 7 [agecat]
&) Mombre d'enfants (catégorie) [childoat]
&) Ohtertion des informations & partir de...
&) Obtertion des informations & partir de...
&) Ohtertion des informations & partir de.
&) Ohtertion des informations & partir de...
&) Obtertion des informations & parti di...
&) Orgine du vehicule 1 [cart)

&5 Qrgine du vehicule 2 [car2]

&) Orgine du véhicule 3 [car3)

Country of arigin -- muttiple responsze . |=

[ Ok ] [ Caller ] [Eéin'rtialiser ] [ Annler ] [ Aide ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables et/ou des vecteurs multiréponses.

Sinon, vous pouvez :

Controlez les informations de variables affichées.
Controlez les statistiques affichées (ou excluez toutes les statistiques récapitulatives).
Contrélez I’ordre d’affichage des variables et des vecteurs multiréponses.

Modifiez le niveau de mesure de toute variable dans la liste source afin de modifier les
statistiques récapitulatives affichées. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Onglet Statistiques du livre des codes sur p. 5.

Maodification des niveaux de mesure

Vous pouvez modifier temporairement le niveau de mesure des variables. (Vous ne pouvez pas
modifier celui des vecteurs multiréponses. Ils sont toujours traitées comme nominaux.)

» Cliquez avec le bouton droit sur une variable dans la liste source.

» Dans le menu contextuel, sélectionnez un niveau de mesure.

Ceci permet de modifier temporairement le niveau de mesure. Concrétement, cela n’est utile que
pour les variables numériques. Le niveau de mesure des variables de chalne est limité aux variables
nominales ou ordinales qui sont traitées de la méme fagon par la procédure du livre des codes.
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Livre de codes

Onglet Résultats du livre des codes

L’onglet Résultats contréle les informations de variables disponibles pour chaque variable et
vecteurs multiréponses, leur ordre d’affichage et le contenu de la table d’informations des fichiers

en option.

Figure 1-2

Boite de dialogue Livre des codes, onglet Résultats

Livre de codes

watishles | Résuttst || Statistigues
Informations sur les variables Informations sur les fichiers
[+ Position [T Mom de fichier
EZ. Etiquette | Emplacement
EZ Type | Mombre d'observations
[+ Format Etigustte

Eﬂ iveau de mesure
¥ Riile

[+ Etiquettes de valeurs

Documents

Etat de la pondération

(& waleurs manouantes | Attributs réserves

[ Attributs personnalisés

|| attributs réserves

Wous devez sélectionner au moins une
option dinformations sur les variables,

Ordre d'affichage des variables Mombre maximal de catégories

Crdre d'affichage [of Supprime I'affichage des éiquettes, des
nombres et des pourcertages de valeurs
pour les variables ayvant plus de n catégories

@) Croizzant ©) Décroizsant
Mombre mazximsl de catégories

Liste des variables ™

Caller ][Eéin'rtialiser][ Annler ][ Aide ]

Informations sur les variables

Ceci permet de contrdler les informations du dictionnaire affichées pour chaque variable.
Position. Un nombre entier qui représente la position de la variable dans 1’ordre des fichiers. Non
disponible pour les vecteurs multiréponses.

Etiquette. L’étiquette descriptive associée a la variable ou au vecteur multiréponses.

Type. Type de données fondamental. Est Numérique, Chaine, ou Vecteur multiréponses.

Format. Le format d’affichage de la variable, tel que A4, F'8.2 ou DATE1I. Non disponible pour
les vecteurs multiréponses.

Niveau de mesure. Les valeurs possibles sont Nominale, Ordinale, Echelle et Inconnue. La valeur
affichée est le niveau de mesure stocké dans le dictionnaire et elle n’est pas affectée par tout
remplacement de niveau de mesure temporaire spécifié en changeant le niveau de mesure dans la
liste de variable source de 1’onglet Variables. Non disponible pour les vecteurs multiréponses.
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Chapitre 1

Remarque : Le niveau de mesure des variables numériques peut étre « inconnu » avant le premier
passage de données lorsque le niveau de mesure n’a pas été explicitement défini, par exemple
pour la lecture de données a partir d’une source externe ou des variables récemment créées.

Role. Certaines boites de dialogue prennent en charge la fonction de présélection de variables
pour une analyse basée sur des roles définis.

Etiquettes de valeurs. Etiquettes descriptives associées a des valeurs de données spécifiques.

m  Si I’option Effectif ou Pourcentage est sélectionnée dans I’onglet Statistiques, les étiquettes
de valeurs définies sont comprises dans les résultats méme si vous ne sélectionnez pas
Etiquettes de valeur ici.

®  Pour les vecteurs de dichotomies multiples, les « étiquettes de valeur » sont les étiquettes des
variables élémentaires du vecteur soit les étiquettes des valeurs comptées, selon la définition
du vecteur.

Valeurs manquantes. Valeurs manquantes définies par I'utilisateur. Si I’option Effectif ou
Pourcentage est sélectionnée dans 1’onglet Statistiques, les étiquettes de valeurs définies sont
comprises dans les résultats méme si vous ne sélectionnez pas Valeurs manquantes ici. Non
disponible pour les vecteurs multiréponses.

Attributs Personnalisés. Attributs de variable personnalisés. Les résultats comprennent a la fois les
noms et les valeurs pour tout attribut de variables personnalisé associé a chaque variable. Non
disponible pour les vecteurs multiréponses.

Attributs réservés. Attributs de variables systéme réservés. Vous pouvez afficher les attributs
systéme, mais vous ne devez pas les modifier. Les noms des attributs systéme commencent par un
signe dollar ($) . Les attributs hors affichage, avec les noms qui commencent par « @ » ou « $@
», ne sont pas inclus. Les résultats comprennent a la fois les noms et les valeurs pour tout attribut
systéme associé a chaque variable. Non disponible pour les vecteurs multiréponses.

Informations sur les fichiers

La table d’informations de fichiers en option peut comprendre 1’un des attributs de fichiers
suivants :

Nom de fichier. Nom du fichier de données IBM® SPSS® Statistics. Si I’ensemble de données n’a
jamais été enregistré au format SPSS Statistics, aucun nom de fichier de données n’est disponible.
(Si aucun nom de fichier n’est affiché dans la barre de titre de la fenétre Editeur de données,
I’ensemble de données actif ne comporte pas de nom de fichier).

Emplacement. Emplacement du répertoire (dossier) du fichier de données SPSS Statistics. Si
I’ensemble de données n’a jamais été enregistré au format SPSS Statistics, aucun n’emplacement
n’est disponible.

Nombre d'observations. Nombre d’observations dans 1’ensemble de données actif. Ceci est
le nombre total d’observations, y compris celles qui peuvent étre exclues des statistiques
récapitulatives en raison des conditions de filtrage.

Etiquette. Ceci est le fichier d’étiquette (si disponible) défini par la commande FILE LABEL.

Documents. Texte de document de fichier de données.
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Etat de la pondération : Si la pondération est activée, le nom de la variable de pondération est
affiché.

Attributs Personnalisés. Attributs de fichiers de données personnalisés définis par 1’utilisateur.
Attributs de fichiers de données définis avec la commande DATAFILE ATTRIBUTE.

Attributs réservés. Attributs de fichiers de données systéme réservés. Vous pouvez afficher

les attributs systéme, mais vous ne devez pas les modifier. Les noms des attributs systéme
commencent par un signe dollar ($) . Les attributs hors affichage, avec les noms qui commencent
par « @ » ou « $@ », ne sont pas inclus. Les résultats incluent les noms et les valeurs pour

tout attribut de fichiers de données systéme.

Ordre d’affichage des variables

Les alternatives suivantes sont disponibles pour contrdler I’ordre d’affichage des variables et
des vecteurs multiréponses :

Alphabétique. Ordre alphabétique par nom de variable.

Fichier. L’ordre d’affichage des variables dans 1I’ensemble de données (leur ordre d’affichage
dans I’Editeur de données). Dans I’ordre croissant, les vecteurs multiréponses sont affichés en
dernier, aprés toutes les variables sélectionnées.

Niveau de mesure. Trier par niveau de mesure. Ceci crée quatre groupes de tri : nominal, ordinal,
échelle et inconnu. Les vecteurs multiréponses sont traités comme nominaux

ue : iveau u vari umériqu ut étre « 1 u» av i
Remarque : Le niveau de mesure des variables numériques peut étre « inconnu » avant le premier
passage de données lorsque le niveau de mesure n’a pas été explicitement défini, par exemple
pour la lecture de données a partir d’une source externe ou des variables récemment créées.

Liste des variables. L’ordre d’affichage des variables et des vecteurs multiréponses dans la liste des
variables sélectionnées de 1’onglet Variables.

Nom d'attribut personnalisé. La liste des options d’ordre de tri comprend aussi le nom des attributs
de variables personnalisés définis par 1’utilisateur. Dans 1’ordre croissant, les variables dont le tri
des attributs ne figure pas en haut, puis celles dont la valeur n’est pas définie pour I’attribut, puis
celles avec des valeurs définies pour I’attribut dans 1’ordre alphabétique des valeurs.

Nombre maximal de catégories

Si les résultats comprennent les étiquettes de valeurs, les effectifs, ou les pourcentages pour
chaque valeur unique, vous pouvez supprimer ces informations de la table si le nombre de valeurs
dépasse la valeur indiquée. Par défaut, ces informations sont supprimées si le nombre de valeurs
uniques de la variable dépasse 200.

Onglet Statistiques du livre des codes

L’onglet Statistiques permet de controler les statistiques récapitulatives comprises dans les
résultats, ou de supprimer entiérement I’affichage des statistiques récapitulatives.
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Figure 1-3
Boite de dialogue Livre des codes, onglet Statistiques

Livre de codes

“arighles | Résuttst | Statistigues
Mombres et pourcentages

[+ Mombres

[+ Pourcentage

Les nombres et pourcentages s'appliquent & toutes les variables nominales ou
ordinales (y compris les variables chaines), les ensembles de réponses multiples et
lez valeurs étiquettées des variables d'échelle.

Tendance et dispersion centrales

l:ﬂ Movyenne

[ cuartiles

Les mesures de la tendance et de la dispersion centrales s'appliquent aux variables
d'échelle uniquement.

i ok |[ Collet ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Bide ]

Nombres et pourcentages

Pour les variables nominales et ordinales, les vecteurs multiréponses et les valeurs d’étiquette des
variables d’échelle, les statistiques disponibles sont :

Effectif. Effectif ou nombre d'observations possédant chaque valeur (ou plage de valeurs) d'une
variable.

Pourcentage. Pourcentage d'observations ayant une valeur particuliére.

Tendance et dispersion centrales
Pour les variables d’échelle, les statistiques disponibles sont :
Moyenne. Mesure de la tendance centrale. Moyenne arithmétique ; somme divisée par le nombre

d'observations.

Ecartetype. Mesure de dispersion par rapport a la moyenne. Dans le cas d'une distribution normale,
68 % des observations se situent a l'intérieur d'un écart-type de la moyenne et 95 % se situent a
l'intérieur de deux écarts-types. Par exemple, si la moyenne d'age est de 45 avec un écart-type égal
a 10, une distribution normale verra 95 % des observations se situer entre 25 et 65.

Quartiles. Valeurs correspondant aux 25¢me, 50éme et 75éme centiles.
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Remarque : vous pouvez modifier temporairement le niveau de mesure associé a une variable
(et par conséquent modifier les statistiques récapitulatives affichées pour cette variable) dans la
liste de variables source de ’onglet Variables.
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La procédure Fréquences permet d’obtenir des affichages statistiques et graphiques qui servent a
décrire de nombreux types de variables. La procédure Fréquences peut jouer un role lorsque vous
prenez connaissance de vos données.

Pour obtenir un rapport des fréquences et un diagramme en batons, vous pouvez trier les
différentes valeurs par ordre croissant ou décroissant, ou bien classer les modalités en fonction de
leurs fréquences. Le rapport de fréquences peut étre supprimé lorsqu’une variable a plusieurs
valeurs distinctes. Vous pouvez étiqueter les diagrammes avec des fréquences (par défaut)
ou des pourcentages.

Exemple : Quelle est la répartition de la clientéle d’une société selon le type d’industrie dont

elle fait partie ? Le résultat pourrait vous apprendre que votre clientéle est composée a 37,5 %
d’organismes d’état, a 24,9 % de sociétés commerciales, a 28,1 % d’établissements universitaires
et 2 9,4 % du secteur de la santé. Pour des données continues et quantitatives, comme par exemple
les revenus des ventes, vous pourriez constater que la moyenne de vente par produit est de 3 576 €
avec un écart-type de 1 078 €.

Diagrammes et statistiques : Effectifs de fréquence, pourcentages, pourcentages cumulés,

moyenne, médiane, mode, somme, écart-type, variance, intervalle, valeurs minimale et maximale,
erreur standard de la moyenne, asymétrie et aplatissement (avec leurs erreurs standard), quartiles,
centiles choisis par I’utilisateur, diagrammes en batons, diagrammes en secteurs et histogrammes.

Données. Utilisez des codes numériques ou alphanumériques pour coder les variables qualitatives
(mesures de niveau nominal ou ordinal).

Hypotheéses : Les tabulations et les pourcentages fournissent une description utile sur les données
de n’importe quelle distribution, particulierement pour les variables disposant de modalités
triées ou non. Certaines des statistiques récapitulatives facultatives, telles que la moyenne et
I’écart-type, sont fondées sur la théorie de normalité et sont appropriées pour des variables
quantitatives avec une distribution symétrique. Les statistiques de base, telles que la médiane, les
quartiles et les centiles, sont appropriées pour les variables quantitatives, qu’elles répondent ou
non au critére de normalité.

Pour obtenir des tableaux de fréquences

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Statistiques descriptives > Effectifs

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 8
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Figure 2-1
Boite de dialogue Fréquences complexes

FH Effectifs
MW= Statistigues...
&) Département [dept] a) Posttionnement danz ...
.gﬁ Mortant des dernigres .
& Durée depuis la dernié. ..
Taille de | iEé: [i
&) ille de |3 sociéte [size] ——

[¥ Afficher les tableaus: d'effectif

|[ Collsr ][géinniauser][ Annuler ][ ide ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables qualitatives ou quantitatives.

Sinon, vous pouvez :

m  Cliquer sur Statistiques pour obtenir des statistiques descriptives pour des variables
quantitatives.

®m  Cliquer sur Diagrammes pour obtenir des diagrammes en batons, des diagrammes en secteurs
ou des histogrammes.

m  Cliquer sur Format pour définir I’ordre de présentation des résultats.

Statistiques des fréquences

Figure 2-2
Boite de dialogue Fréquences : Statistiques
[ Effectifs : Statistiques
Fractiles Tendance centrale
[+ quartiies [+ Moverne
[ Foints de CEEUrE fOUF classes égales [+ Médiane
[] certilegs) - [C] made
EI Somme
[] waleurs sont des centres de classes
Dispersion Distribtion
m Ecart type m hinimum @ Skewness
[] wariance  [wf Maximum [ Kurtosis
EI Etendue [I E=. moyenne
[ Annuler ] [ Aide ]
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Fractiles : Valeurs d’une variable quantitative qui divisent les données triées en classes par
centiéme. Les quartiles (25iéme, 50iéme et 75iéme centiles) divisent les observations en

quatre classes de taille égale. Si vous souhaitez un nombre égal de classes différent de quatre,
sélectionnez Partition en n classes égales. Vous pouvez également spécifier des centiles particuliers
(par exemple, le 95i¢me centile, valeur au-dessus de 95 % des observations).

Tendance centrale : Les statistiques décrivant la position de la distribution comprennent la
Moyenne, la Médiane, le Mode et la Somme de toutes les valeurs.

®  Moyenne. Mesure de la tendance centrale. Moyenne arithmétique ; somme divisée par le
nombre d'observations.

m  Meédiane. Valeur au-dessus ou au-dessous de laquelle se trouvent la moitié des observations ;
50e centile. Si le nombre d'observations est pair, la médiane correspond a la moyenne des
deux observations du milieu lorsqu'elles sont triées dans 1'ordre croissant ou décroissant. La
médiane est une mesure de tendance centrale et elle n'est pas, a I'inverse de la moyenne,
sensible aux valeurs éloignées.

®  Mode. Valeur qui revient le plus fréquemment. Si plusieurs valeurs partagent la plus grande
fréquence d'occurrence, chacune d'elles constitue un mode. La procédure Effectifs ne rend
compte que du plus petit mode.

®  Somme. Somme ou total des valeurs, pour toutes les observations n'ayant pas de valeur
manquante.

Dispersion : Les statistiques mesurant la variance ou la dispersion dans les données, comprennent
I’écart-type, la variance, I’intervalle, le minimum, le maximum et I’erreur standard (ES) de la
moyenne.

m  Ecart type. Mesure de dispersion par rapport a la moyenne. Dans le cas d'une distribution
normale, 68 % des observations se situent a 'intérieur d'un écart-type de la moyenne et 95
% se situent a l'intérieur de deux écarts-types. Par exemple, si la moyenne d'age est de 45
avec un écart-type égal a 10, une distribution normale verra 95 % des observations se situer
entre 25 et 65.

m Variance. Mesure de dispersion autour de la moyenne, égale a la somme des carrés des écarts
par rapport a la moyenne, divisée par le nombre d'observations moins un. La variance se
mesure en unités, qui sont égales au carré des unités de la variable.

m Intervalle. Différence entre la valeur maximale et la valeur minimale d'une variable numérique
(maximum-minimum).

B Minimum. Valeur la plus petite d'une variable numérique.
Maximum. Plus grande valeur d'une variable numérique.

ES Moyenne. Mesure du degré de variation de la moyenne d'un échantillon a l'autre au sein
d'une méme distribution. Cette mesure permet de comparer approximativement la moyenne
observée avec une valeur hypothétique (autrement dit, vous pouvez conclure que ces deux
valeurs sont différentes si le rapport de la différence avec I'erreur standard est inférieur a -2
ou supérieur a +2).

Distribution : L’ Asymétrie et I’ Aplatissement sont des statistiques qui décrivent la forme et la
symétrie de la distribution. Ces statistiques sont présentées avec leurs erreurs standard.
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m  Asymeétrie. Mesure de I'asymétrie d'une distribution. La distribution normale est symétrique
et posséde une valeur d'asymétrie égale a 0. Une distribution dont la valeur d'asymétrie
est positive présente une extrémité droite allongée. Une distribution caractérisée par une
importante asymétrie négative présente une extrémité gauche plus allongée. Pour simplifier,
une valeur d'asymétrie deux fois supérieure a l'erreur standard correspond & une absence de
symétrie.

m  Aplatissement. Mesure de I'étendue du regroupement des observations autour d'un point
central. Dans le cas d'une distribution normale, la valeur de la statistique d'aplatissement est
égale a zéro. Un aplatissement positif indique que par rapport a une distribution normale, les
observations sont plus regroupées au centre et présentent des extrémités plus fines atteignant
les valeurs extrémes de la distribution. La distribution leptokurtique présente des extrémités
plus épaisses que dans le cas d'une distribution normale. Un aplatissement négatif indique que
les observations sont moins regroupées au centre et présentent des extrémités plus épaisses
atteignant les valeurs extrémes de la distribution. La distribution platykurtique présentent des
extrémités plus fines que dans le cas d'une distribution normale.

Valeurs sont des centres de classes : Si les valeurs dans vos données représentent des centres
de classes (par exemple, les ages des individus trentenaires sont représentés par le code 35),
sélectionnez cette option pour estimer la médiane et les centiles des données originales, non
regroupées.

Diagrammes des fréquences

Figure 2-3
Boite de dialogue Fréquences : Diagrammes
FHH Effectifs : Diagrammes

Type de diagramme

@ aucun

© Diagramme en secteurs
(@) Histogrammes

“Yaleurs du diagramme

@ Effectit= ©) Pourcentages

[Poursuiwe][ Annuler ][ Ajcle ]

Type de diagramme : Un diagramme en secteurs montre la participation de chaque partie a
I’ensemble. Chaque secteur du diagramme correspond a un groupe défini par une simple variable
de regroupement. Un diagramme en batons montre I’effectif de chaque valeur ou de chaque
modalité sous la forme d’un baton distinct, ce qui vous permet de comparer les modalités
visuellement. Un histogramme est également constitué de batons mais ils sont répartis a intervalles
égaux. La hauteur de chaque baton représente 1’effectif des valeurs d’une variable quantitative
appartenant a I’intervalle. Un histogramme montre la forme, le centre et la dispersion de la
distribution. Si vous superposez une courbe normale sur I’histogramme, vous pouvez déterminer
si les données sont distribuées normalement.
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Valeurs du diagramme : Dans les diagrammes en batons, I’axe peut étre étiqueté par fréquences ou
pourcentages de fréquence.

Format des fréquences

Figure 2-4
Boite de dialogue Fréquences: Format
Effectifs : Format
Ordre d'affichage “ariables multiples
@ “Waleurs dans l'otdre croizsant ® Comparer variables
@ valeurs dans 'ordre décroizsant ©) Séparer résultats par varishles

@ Effectifs dans l'ordre croissant
© Ettectits dang l'ordre décroizsant

|| Supprimer les tableaux comportant plusieurs modalités

[ ursuwre][ Annuler ][ Aice ]

Ordre d'affichage : Le tableau de fréquences peut étre affiché en fonction des valeurs réelles des
données ou de I’effectif (fréquence d’occurrence) de ces valeurs et organis¢ par valeurs croissantes
ou décroissantes. Cependant, si vous demandez un histogramme ou des centiles, Effectifs part du
principe que la variable est quantitative et affiche ses valeurs par ordre croissant.

Variables multiples : Si vous créez des tableaux statistiques pour des variables multiples, vous
pouvez afficher toutes les variables dans un tableau unique (Comparer variables) ou bien afficher
un tableau statistique séparé pour chaque variable (Séparer résultats par variables).

Supprimer les tableaux avec plus de n modalités : Cette option évite I’affichage des tableaux ayant
plus que le nombre spécifié¢ de valeurs.
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La procédure Descriptive affiche les résumés de statistiques univariées pour plusieurs variables en
un seul tableau et calcule les valeurs standardisées (scores z). Les variables peuvent étre ordonnées
en fonction de la taille de leurs moyennes (en ordre ascendant ou descendant), alphabétiquement
ou selon I’ordre dans lequel vous avez sélectionné les variables (par défaut).

Lorsque les scores z sont enregistrés, ils sont ajoutés aux données dans 1’éditeur de données et
sont disponibles pour les diagrammes, les listes de données et les analyses. Lorsque les variables
sont enregistrées avec des unités différentes (par exemple, produit domestique brut par personne
et pourcentage de la population sachant lire et écrire), une transformation en score z place les
variables sur une échelle commune pour que la comparaison soit plus facile.

Exemple : Si chaque observation dans vos données contient les totaux des ventes quotidiennes pour
chacun des membres du personnel commercial (par exemple, une entrée pour Bob, une pour Kim
et une pour Brian) rapportés chaque jour pendant plusieurs mois, la procédure Descriptives peut
calculer les ventes quotidiennes moyennes pour chacun des membres du personnel et ordonner les
résultats de la moyenne des ventes la plus élevée a la plus basse.

Statistiques : Taille de 1’échantillon, moyenne, minimum, maximum, écart-type, variance,
intervalle, somme, erreur standard de la moyenne, et aplatissement et asymétrie avec leurs erreurs
standards (ES).

Données. Utilisez des variables numériques apres les avoir visualisées graphiquement en cherchant
des erreurs d’enregistrement, les valeurs ¢loignées et les anomalies de distribution. La procédure
Descriptives est trés efficace pour les gros fichiers (milliers d’observations).

Hypotheéses : La plupart des statistiques disponibles (y compris les écarts z) sont basées sur une
théorie normale et conviennent pour des variables continues (mesures de niveau d’intervalle ou de
rapport) avec distribution symétrique. Evitez les variables avec des modalités désordonnées ou
des répartitions asymétriques. La distribution des écarts z a la méme forme que celle des données
d’origine. Ainsi, le calcul des écarts z n’est pas une solution aux données posant des problémes.

Pour obtenir des statistiques descriptives

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Statistiques descriptives > Descriptives

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 13
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Figure 3-1

Boite de dialogue Descriptives

ﬁ Descriptives

&) Indicateur géograph... |
f Mombre de mois av..
5& Age en années [age]
&5 Statut marital [mariti]

Wariahle(s) :

f Appel longue distance ..
‘gﬁ Mombre d'appels numeé. ..
f Materiel lors du dernier ..
‘g& Carte d'appel le moiz d...

d:l Mombre d'années & ... f Sans fil lors du dernier ...
f Revenu du foyer en...
\g& Annges d'educstion...
d:l Mombre d'années ...

L Retraitén sl lratival i

Ei Entegistrer des valeurs standardizées dans des variables

) (o) ) ) (e

» Sélectionnez une ou plusieurs variables.

Sinon, vous pouvez :

m  Cliquez sur Enregistrer des valeurs standardisées dans des variables pour enregistrer les écarts z
comme nouvelles variables.

m  Cliquer sur Options pour les statistiques optionnelles et I’ordre d’affichage.

Options Descriptives

Figure 3-2
Boite de dialogue Descriptives : Options

i Descriptives : Options

[+ movenne

[ Somme
Dispersion

m Ecart type EI hdinirmum

[I Wariance EI Maximum

[ Plage [T E5. movenne
Diztribtion

[ Hurtosis [ Skewness
Ordre d'affichage

@) Liste des variables
© Alphateticue
@ Maoyennes danz I'ordre croissant

2 Moyennes dans l'ordre décroissant

Annuler ][ Aice ]

Moyenne et somme : La moyenne ou moyenne arithmétique s’affiche par défaut.
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Dispersion: Les statistiques qui mesurent I’étendue ou les variations dans les données comprennent
I’écart-type, la variance, I’intervalle, le minimum, le maximum, et I’erreur standard (ES) de la
moyenne.

Ecart type. Mesure de dispersion par rapport a la moyenne. Dans le cas d'une distribution
normale, 68 % des observations se situent a l'intérieur d'un écart-type de la moyenne et 95
% se situent a l'intérieur de deux écarts-types. Par exemple, si la moyenne d'age est de 45
avec un écart-type égal a 10, une distribution normale verra 95 % des observations se situer
entre 25 et 65.

Variance. Mesure de dispersion autour de la moyenne, égale a la somme des carrés des écarts
par rapport a la moyenne, divisée par le nombre d'observations moins un. La variance se
mesure en unités, qui sont égales au carré des unités de la variable.

Intervalle. Différence entre la valeur maximale et la valeur minimale d'une variable numérique
(maximum—minimum).

Minimum. Valeur la plus petite d'une variable numérique.

Maximum. Plus grande valeur d'une variable numérique.

E.S. moyenne. Mesure du degré de variation de la moyenne d'un échantillon a l'autre au sein
d'une méme distribution. Cette mesure permet de comparer approximativement la moyenne
observée avec une valeur hypothétique (autrement dit, vous pouvez conclure que ces deux
valeurs sont différentes si le rapport de la différence avec l'erreur standard est inférieur a -2
ou supérieur a +2).

Distribution : L’aplatissement et I’asymétrie sont des statistiques qui caractérisent la forme et la
symétrie de la distribution. Ces statistiques sont présentées avec leurs erreurs standard.

Aplatissement. Mesure de I'étendue du regroupement des observations autour d'un point
central. Dans le cas d'une distribution normale, la valeur de la statistique d'aplatissement est
égale a zéro. Un aplatissement positif indique que par rapport a une distribution normale, les
observations sont plus regroupées au centre et présentent des extrémités plus fines atteignant
les valeurs extrémes de la distribution. La distribution leptokurtique présente des extrémités
plus épaisses que dans le cas d'une distribution normale. Un aplatissement négatif indique que
les observations sont moins regroupées au centre et présentent des extrémités plus épaisses
atteignant les valeurs extrémes de la distribution. La distribution platykurtique présentent des
extrémités plus fines que dans le cas d'une distribution normale.

Asymétrie. Mesure de 1'asymétrie d'une distribution. La distribution normale est symétrique
et possede une valeur d'asymétrie égale a 0. Une distribution dont la valeur d'asymétrie

est positive présente une extrémité droite allongée. Une distribution caractérisée par une
importante asymétrie négative présente une extrémité gauche plus allongée. Pour simplifier,
une valeur d'asymétrie deux fois supérieure a l'erreur standard correspond & une absence de
symeétrie.

Ordre d'affichage : Par défaut, les variables s’affichent dans 1’ordre dans lequel vous les avez
sélectionnées. En option, vous pouvez afficher les variables alphabétiquement, par moyennes
croissantes ou par moyennes décroissantes.
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Fonctionnalités suppléementaires de la commande DESCRIPTIVES

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

m  Enregistrer les coordonnées standardisées (écarts z) pour certaines variables uniquement (a
I’aide de la sous-commande VARTIABLES).

m  Spécifier le nom des nouvelles variables contenant des coordonnées standardisées (a I’aide de
la sous-commande VARTABLES).

m  Exclure de I’analyse les observations ayant des valeurs manquantes pour n’importe quelle
variable (a I’aide de la sous-commande MISSING).

m  Trier les variables affichées en utilisant la valeur d’une statistique, et pas uniquement la
moyenne (2 I’aide de la sous-commande SORT).

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.
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La procédure Explorer produit des résumés statistiques et des affichages graphiques pour
toutes vos observations ou séparément pour des groupes d’observations. Il existe plusieurs
raisons pour utiliser la procédure Explorer : le filtrage de données, 1’identification des valeurs
¢éloignées, la description, la vérification d’hypothéses et la caractérisation des différences parmi
les sous populations (groupes d’observations). Le filtrage de données peut vous indiquer les
valeurs inhabituelles, les valeurs extrémes, les trous dans les données ou d’autres particularités.
L’exploration des données peut vous aider a déterminer si les techniques statistiques que vous
envisagez d’utiliser pour I’analyse de vos données sont appropriées. L’exploration peut indiquer
que vous avez besoin de transformer les données si la technique nécessite une répartition
gaussienne. Vous pouvez également choisir d’utiliser des tests non paramétriques.

Exemple : Examiner la distribution des temps d’apprentissage pour les souris dans un labyrinthe
avec quatre programmes de renforcement. Pour chacun des quatre groupes, vous pouvez voir si
la répartition des temps est approximativement gaussienne et si les quatre variances sont égales.
Vous pouvez aussi identifier les observations avec les cinq plus grands et les cinq plus petits
temps. Les boites a moustaches et les diagrammes tige et feuille résument graphiquement la
répartition des temps d’apprentissage pour chacun des groupes.

Diagrammes et statistiques : Moyenne, médiane, moyenne tronquée a 5 %, erreur standard,
variance, écart-type, minimum, maximum, intervalle, intervalle interquartile, asymétrie et
aplatissement avec leurs erreurs standard, intervalle de confiance pour la moyenne (et niveaux

de confiance spécifiés), centiles, M-estimateur de Huber, Andrews, Hampel, Tukey, les cinq

plus grandes et cinq plus petites valeurs, le Kolmogorov-Smirnov avec un seuil de signification
Lilliefors pour tester la normalité, et la statistique Shapiro-Wilk. Boites & moustaches, diagrammes
tige et feuille, histogrammes, diagrammes de répartition gaussienne, et dispersion/niveaux avec le
test de Levene et les transformations.

Données. La procédure d’Explorer peut étre utilisée pour les variables quantitatives (Mesures de
niveaux d’intervalle ou de rapport). Une variable active (utilisée pour répartir les données en
groupes d’observations) doit avoir un nombre raisonnable de valeurs distinctes (modalités). Ces
valeurs peuvent étre des chaines de caractéres courtes ou numériques. La variable d’étiquette par
observation, utilisée pour étiqueter les valeurs extrémes dans les boites a moustache, peut étre de
courtes chaines de caractéres, de longues chaines de caractéres (15 premiers octets) ou numériques.

Hypothéses : La distribution de vos données ne doit pas obligatoirement étre symétrique ou
gaussienne.

Pour explorer vos données

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Statistiques descriptives > Explorer

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 17
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Figure 4-1
Boite de dialogue Explorer
ﬁ Explorer
Liste Yariahles dépendantes :
& dnetifiant de funité [ic] & Température (°C) [temp] :
&) Laboratoire de fabricat...
Optionz
Liste des facteurs :
:
& Acier [oatch]
-y
Etiqueter les observations par
| 81 lakarunicl
Afficher
@ Les deux © Statistiques () Diagrammes
; [ Caller ] [Eéin'rtialiser ] [ AnnLler ] [ Acle ]

» Sélectionnez au moins une variable dépendante.

Sinon, vous pouvez :

m  Sélectionner une ou plusieurs variables actives, dont les valeurs définiront les groupes
d’observations.

Sélectionner une variable d’identification pour étiqueter les observations.

Cliquer sur Statistiques pour les M-estimateurs, les Valeurs €loignées, les Centiles et les
tableaux de fréquences.

m  Cliquez sur Diagrammes pour les histogrammes, les diagrammes de répartition gaussiens avec
tests et la dispersion/niveau avec test de Levene.

m  Cliquez sur Options pour le traitement des valeurs manquantes.

Statistiques d’Explorer

Figure 4-2
Boite de dialogue Statistiques Explorer

i Explorer : Statistiques

@ Descriptives

Irtervalle de confiance pour ks moyenne : %
|_q_ﬂ td-estimateurs
[+ valeurs oignées

[ certiles

IéF‘oursuiweéI[ Annuler ][ Aicle ]

Descriptives. Ces mesures de tendance centrale et de dispersion s’affichent par défaut. Les
mesures de tendance centrale indiquent la position de la répartition. On y trouve la moyenne, la
médiane et la moyenne tronquée a 5 %. Les mesures de dispersion montrent la dissimilarité
des valeurs ; on y trouve I’erreur standard, la variance, I’écart-type, le minimum, le maximum,
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I’intervalle, et I’intervalle interquartile. Les statistiques descriptives comprennent aussi les
mesures de la forme des répartitions. L’asymétrie et I’aplatissement s’affichent avec leurs erreurs
standard. L’intervalle du niveau de confiance a 95 % pour la moyenne s’affiche aussi. Vous
pouvez spécifier un niveau de confiance différent.

Moyennes pondérées : Estimations de la moyenne et de la médiane de I’échantillon pour estimer
la localisation. Les estimateurs calculés différent selon les pondérations qu’ils appliquent aux
observations. M-estimateur de Huber, Andrew, Hampel, et Tukey apparaissent.

Valeurs éloignées : Affiche les cinq plus grandes et cinq plus petites valeurs avec les étiquettes
d’observations.

Centiles : Affiche les valeurs pour le Siéme, 10iéme, 25i¢me, 50iéme, 75iéme, 90iéme, et 95iéme
centiles.

Diagrammes d’Explorer

Figure 4-3
Boite de dialogue Explorer : Diagrammes
Explorer : Diagrammes
Boites & moustaches Caractéristique
@) Miveaux de criére I:Z: Tige et feuile
@ Dépendantes [T Histogramme
© Aucun

[ Graphes de répartition gaussiens avec tests
Dispersionniveau avec test de Levene

@ sucun
© Estimation d'exposants
@ Transformation -

C) Sans transformation

|F‘oursuwre][ Annuler ][ Aicle ]

Boites a moustaches : Ces alternatives contrdlent I’affichage de boites a moustaches quand vous
avez plus d’une variable dépendante. Niveaux de critére génére un affichage séparé pour chaque
variable dépendante. Dans un affichage, les boites & moustache sont données pour chacun des
groupes définis par une variable active. Dépendantes génére un affichage séparé pour chaque
groupe défini par une variable active. Dans un affichage, les boites a moustaches s’affichent cote
a cote pour chaque variable dépendante. Cet affichage est particuliérement utile lorsque les
différentes variables représentent une seule caractéristique mesurée a des moments différents.

Caractéristique : Le groupe caractéristiques vous permet de choisir les diagrammes tige et feuille
et les histogrammes.

Graphes de répartition gaussiens avec tests : Affiche les diagrammes de répartition gaussiens et
les résidus. La statistique de Kolmogorov-Smirnov avec un seuil de signification Lilliefors pour
le test de normalité s’affiche. Si des pondérations non enti¢res sont spécifiées, la statistique
Shapiro-Wilk est calculée lorsque la taille d’échantillon pondérée est comprise entre 3 et 50. En
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cas de pondérations entiéres ou en 1’absence de pondération, le calcul est effectué lorsque la taille
d’échantillon pondérée est comprise entre 3 et 5 000.

Dispersion/niveau avec test de Levene : Controle les transformations de données pour les
diagrammes de dispersion par niveau. Pour tous les diagrammes de dispersion par niveau,

la pente de la ligne de régression et les tests de Levene portant sur ’homogénéité de la
variance s’affichent. Si vous sélectionnez une transformation, les tests de Levene sont basés

sur les données transformées. Si aucune variable active n’est sélectionnée, les diagrammes de
dispersion par niveau ne sont pas produits. Estimation d’exposants produit un diagramme des
logs naturels des intervalles interquartile opposés au logs naturels des médianes pour toutes les
cellules, en méme temps qu’une estimation de la transformation de 1’exposant pour arriver a des
variances égales dans les cellules. Un diagramme de dispersion par niveau aide a déterminer
I’exposant pour qu’une transformation stabilise (rende plus égales) les variances entre groupes.
Transformation Exposant vous permet de sélectionner une des alternatives de I’exposant, en suivant
éventuellement les recommandations de 1’estimation de I’exposant et de produire les diagrammes
des données transformées. L’intervalle interquartile et la médiane des données transformées sont
dessinés. Sans transformation produit des diagrammes de données brutes. Ceci est équivalent a
une transformation avec une puissance de 1.

Transformations de I'exposant d’Explorer

Voici les transformations de 1’exposant pour les diagrammes de dispersion par niveau. Pour
transformer les données, vous devez sélectionner un exposant pour la transformation. Vous avez le
choix entre les options suivantes :

Log népérien : Transformation par log naturel. Il s’agit de la valeur par défaut.

1/racine carrée : La réciproque de la racine carrée est calculée pour chaque valeur des données.
Réciproque : La réciproque de chaque valeur des données est calculée.

Racine carrée : La racine carrée de chaque valeur des données est calculée.

Carré : Chaque valeur des données est élevée au carré.

Cube : Chaque valeur des données est élevée au cube.

Options d’Explorer

Figure 4-4
Boite de dialogue Explorer : Options

Explorer : Options

“Yaleurs manguantes

@ Exclure toute cheervation incomplete
(2 Exclure seulement les composantes non valides

'D Signaler les valeurs manguantes

[Poursuw Annuler ][ Aice ]

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.
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Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou "autre des variables dépendantes ou actives sont exclues de toutes les analyses. 11
s’agit de la valeur par défaut.

Exclure seulement les composantes non valides : Les observations sans valeur manquante pour
une variable dans un groupe (cellule) sont inclues dans 1’analyse de ce groupe. L’observation
peut avoir des valeurs manquantes pour les variables utilisées dans d’autres groupes.

Signaler les valeurs manquantes : Les valeurs manquantes pour les variables actives

sont traitées comme une modalité séparée. Tout résultat est produit pour cette modalité
supplémentaire. Les tableaux d’effectifs contiennent les modalités pour les valeurs
manquantes. Les valeurs manquantes pour une variable active sont inclues, mais étiquetées
comme manquantes.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande EXAMINE

La procédure Explorer utilise la syntaxe de la commande EXAMINE. Le langage de syntaxe de
commande vous permet aussi de :

demander le total des résultats et des diagrammes en complément des résultats et diagrammes
relatifs aux groupes définis par les variables actives (au moyen de la sous-commande TOTAL) ;

spécifier une échelle commune pour un groupe de boites a moustaches (au moyen de la
sous-commande SCALE) ;

préciser les interactions des variables actives (au moyen de la sous-commande VARIABLES) ;

spécifier les centiles autres que ceux par défaut (au moyen de la sous-commande
PERCENTILES) ;

calculer les centiles a I’aide de I’une des cinq méthodes possibles (au moyen de la
sous-commande PERCENTILES) ;

spécifier toute transformation de 1’exposant pour les diagrammes de dispersion par niveau
(au moyen de la sous-commande PLOT) ;

préciser le nombre de valeurs extrémes a afficher (au moyen de la sous-commande
STATISTICS);

indiquer les paramétres pour les M-estimateurs d’un emplacement (au moyen de la
sous-commande MESTIMATORS).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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La procédure de tableaux croisés établit des tableaux a deux entrées ou a entrées multiples et
propose une variété de tests et de mesures d’associations pour les tableaux a deux entrées. La
structure du tableau et I’ordre des modalités déterminent quels test ou mesures effectuer.

Les statistiques et les mesures d’association de tableaux crois€s ne sont calculées que pour les
tableaux a deux entrées. Si vous spécifiez une ligne, une colonne et une strate de facteur (variable
de contrdle), la procédure de Crosstabs (tableaux croisés) forme un tableau de statistiques et de
mesures pour chaque valeur de la strate de facteur (ou une combinaison de valeurs pour deux
variables de contréle ou plus). Par exemple, si le sexe est un facteur de strate pour un tableau
marié (oui, non) face a la vie (est excitante, routiniére ou ennuyeuse), les résultats d’un tableau
a deux entrées pour les femmes sont calculés séparément de ceux des hommes et affichés sous
forme de tableaux consécutifs.

Exemple. Les clients de PME ont-ils plus de probabilités d’étre rentables en ventes de services
(par exemple, formation et conseil) que ceux de grandes sociétés ? A partir d’une tabulation
croisée, vous pourriez apprendre que la majorité des PME (moins de 500 salariés) générent des
bénéfices de services €levés, alors que la majorité des grandes sociétés (plus de 2 500 salariés)
rapportent des bénéfices de services bas.

Statistiques et mesures d’'association : Khi-deux de Pearson, Khi-deux du rapport de vraisemblance,
test d’association linéaire par linéaire, test exact de Fisher, Khi-deux corrigé de Yates, r de
Pearson, rho de Spearman, coefficient de contingence, phi, /' de Cramer, lambdas symétriques

et asymétriques, tau de Goodman et Kruskal, coefficient d’incertitude, gamma, d de Somer,
tau-b de Kendall, tau-c de Kendall, coefficient éta, Kappa de Cohen, estimation de risque relatif,
odds ratio, test de McNemar, statistiques de Cochran et Mantel-Haenszel, ainsi que statistiques
des proportions de colonne.

Données. Pour définir les modalités de chaque variable du tableau, utilisez des variables
numériques ou des variables sous forme de chaines (huit caractéres ou moins). Par exemple, pour
sexe, vous pouvez codifier les données avec 1 et 2, ou avec homme et femme.

Hypothéses : Des statistiques et des mesures partent du principe de modalités ordonnées (données
ordinales) ou de valeurs quantitatives (données d’intervalle ou données de type ratio), tel que
décrit dans la section sur les statistiques. D’autres sont valides lorsque les variables du tableau ont
des modalités désordonnées (données nominales). Pour les statistiques basées sur le test Khi-deux
(phi, ¥ de Cramer, coefficient de contingence), les données doivent provenir d’un échantillon
aléatoire avec une répartition multinomiale.

Remarque : Les variables ordinales peuvent étre des codes numériques représentant des modalités
(par exemple, 1 = faible, 2 = moyen, 3 = élevé) ou des valeurs de chaine. Toutefois, 1’ordre
alphabétique des valeurs de chaine est supposé refléter I’ordre réel des modalités. Par exemple,
pour une variable chaine comportant des valeurs Faible, Moyen, Elevé, I’ordre des modalités est
interprété comme Elevé, Faible ou Moyen, ce qui ne correspond pas a 1’ordre correct. En régle
générale, il est recommandé d’utiliser les codes numériques pour représenter les données ordinales.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 22
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Pour obtenir des tableaux croisés
» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Statistiques descriptives > Tableaux croisés

Figure 5-1
Boite de dialogue Tableaux croisés

= Tableaux croisés

Ligne(s;

& Magasin [stare]

Colonne(s) :

d:l Satizfaction service [service]

Strate 1 de 1

ol Categone dage [oecat]
d:l Fréguence d'achat [regular]
&5 Raizon de la 1ére fois [reason]

&5 Cauze générale [reazon?)

&5 Departement de l'achat principal [dept]
&5 Archat réalizé [purchase]

&5 Moyen de paiement [payment]
&5 Suivi client [followp]

E[I Distance habitation [distance]
g&) Contact avec l'employé [contact]
E[I Satisfaction prix [price]

E[I Satizfaction varieté [numitems]
E[I Satisfaction organization [org]
E[I Satizfaction qualitd tem [quality]
,{I Satizfaction général [overall]

Bootatrap

|| afficher les diagrammes en batons juxtaposss

[T] Supprimer les tableaus:

[ K ][ Coller ][Eéinitialiser][ Annuler ][ Ajcle ]

» Sélectionnez des lignes de variables et des colonnes de variables.

Sinon, vous pouvez :
B Sélectionner des variables de contrdle.

m  Cliquer sur Statistiques pour les tests et les mesures d’association pour les tableaux a deux
entrées ou les sous-tableaux.

Cliquez sur Cellules pour les valeurs observées et théoriques, les pourcentages et les résidus.

Cliquez sur Format pour contrdler 1’ordre des modalités.

Strates de tableaux croisés

Si vous sélectionnez des variables de strate, un tableau croisé séparé est produit pour chacune
des modalités de variable de strate (variable de controle). Par exemple, si vous avez une variable
de ligne, une variable de colonne, et une variable de strate avec deux modalités, vous obtenez
un tableau a deux entrées pour chacune des modalités de la variable de strate. Pour créer une
autre strate de variables de contréle, cliquez sur Suivant. Les sous-tableaux sont produits pour
chaque combinaison de catégories pour chaque variable de premier niveau avec chaque variable
de second niveau, etc. Si les statistiques et les mesures d’association sont requises, elles ne
s’appliquent qu’aux sous-tableaux a deux entrées.
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Diagrammes en batons juxtaposés de tableaux croisés

Affichage de diagrammes en batons juxtaposés : Un diagramme en batons juxtaposés vous permet
de résumer vos données pour des groupes d’observations. Il y a un regroupement de batons pour
chaque valeur de la variable que vous avez spécifiée dans Ligne(s). La variable qui définit les
batons dans chaque regroupement est la variable que vous avez spécifiée dans Colonne(s). Il y a
un ensemble de batons de couleurs ou de motifs différents pour chaque valeur de cette variable. Si
vous spécifiez plus d’une variable dans Colonnes ou Lignes, un diagramme en batons juxtaposés
est produit pour chaque combinaison de deux variables.

Tableaux croisés affichant les variables de strate dans des strates
de tableau

Afficher les variables de strate dans des strates de tableau. Vous pouvez choisir d’afficher les
variables de strate (variables de controle) sous forme de strates de tableau dans le tableau croisé.
Cela vous permet de créer des vues qui montrent les statistiques globales des variables de ligne et
de colonne, et de faire défiler les modalités des variables de strate.

Un exemple utilisant le fichier de données demo.sav () est montré ci-dessous et a été obtenu
comme suit :

» Sélectionnez Modalité de revenu en milliers (rev_dis) comme variable de ligne, Posséde un
agenda électronique (PDA) comme variable de colonne et Niveau d’éducation (educ) comme
variable de strate.

» Sélectionnez I’option Afficher les variables de strate dans des strates de tableau.
» Sélectionnez Colonne dans la sous-boite de dialogue Contenu des cases.

» Exécutez la procédure Tableaux croisés, double-cliquez sur le tableau croisé et sélectionnez
Dipléome universitaire dans la liste déroulante Niveau d’éducation.
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Figure 5-2
Tableaux croisés affichant les variables de strate dans des strates de tableau
Tableau croisé Catégories de revenu en milliers ($) * Possesseur d'un agenda électronique * Nombre d'années

d'éducation
Mombre d'années déducation |5
Possesseurd'un agenda
Electranique
Statistiques Man Qui Total
Catégories de revenu en Infa$25 Effectif 146 50 196
milliers (§) .
% compris dans 15.8% 11.6% 14.5%
Possesseur d'un agenda
electronigque
§25- 548 Effectif 335 155 490
% compris dans 36.3% 35.9% 36.2%
Possesseur d'un agenda
alectronique
F50- 574 Effectif 187 72 254
% compris dans 20.3% 16.7% 151%
Possesseur dun agenda
alectronique
§75-%124  Effectif 255 155 410
% compris dans 27.6% 35.9% 30.3%
Possesseur d'un agenda
alectronique
Total Effectif 523 432 1355
% compris dans 100.0% 100.0% 100.0%
Possesseur dun agenda
alectronique

La vue sélectionnée du tableau croisé montre les statistiques relatives aux répondants qui
posseédent un dipléme universitaire.

Statistiques de tableaux croisés

Figure 5-3
Boite de dialogue Tableaux croisé : Statistiques

Tableaux croisés : Statistiques
[+ chi-teusx [T] corrélations
Mominales Crdinales
-f Coefficient de contingence Gamma
[+ Pri et v de Cramer [7] D e Somers
[+l Lambda [T Tau- de Kendal
[ Coetficient dincertituce [7] Tau-c de Kendal
Données nominales x intervalle) 7] Kappa
| Eta [ Risaue
| McRemar
[7] statistiques de Cochran et de Mantel-Hagnszel
EPoursuivreél [ Annuler ] [ Aide ]
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Khi-deux : Pour les tableaux avec deux lignes et deux colonnes, sélectionnez Khi-deux pour calculer
le Khi-deux de Pearson, le Khi-deux du rapport de vraisemblance, le test exact de Fisher et le
test du Khi-deux de Yates corrigé (correction de continuité). Pour les tableaux 2 x 2, le test exact
de Fisher est calculé lorsqu’un tableau qui ne provient pas de lignes ou de colonnes manquantes
dans un tableau plus grand présente une cellule avec une fréquence attendue inféricure a 5. Le
Khi-deux corrigé de Yates est calculé pour tous les autres tableaux 2 x 2. Pour les tableaux avec
n’importe quel nombre de lignes ou de colonnes, sélectionnez Khi-deux pour calculer le Khi-deux
de Pearson et le rapport de vraisemblance du Khi-deux. Lorsque les deux variables du tableau
sont quantitatives, le Khi-deux donne le test d’association linéaire par linéaire.

Corrélations : Pour les tableaux dans lesquels les lignes et les colonnes contiennent des valeurs
ordonnées, les corrélations donnent le coefficient de corrélation de Spearman, rho (données
numériques seulement). Le Spearman rho est une mesure d’association entre les ordres de rang.
Lorsque les deux variables (facteurs) du tableau sont quantitatives, les corrélations donnent le
coefficient de corrélation de Pearson, , une mesure de 1’association linéaire entre les variables.

Nominal. Pour les données nominales (sans ordre intrins€éque, comme Catholique, Protestant, Juif),
vous pouvez sélectionner le coefficient de contingence, le coefficient Phi et V de Cramér’s V, Lambda
(lambdas symétriques et asymétriques, et tau de Goodman et Kruskal) et le coefficient d’incertitude.

m Coefficient de contingence. Mesure d'association basée sur le Khi-deux. Les valeurs sont
toujours comprises entre 0 et 1, 0 indiquant I'absence d'association entre les variables de
ligne et de colonne, et les valeurs proches de 1 indiquant un degré d'association élevé entre
les variables. La valeur maximale possible dépend du nombre de lignes et de colonnes dans
le tableau.

®m  Phi etV de Cramer. Phi est une mesure d'association calculée a partir du Khi-deux. Elle est
obtenue en divisant la statistique du Khi-deux par la taille de 1'échantillon, puis en prenant
la racine carrée du résultat. Le V de Cramer est également une mesure d'association basée
sur le Khi-deux.

® Lambda. Mesure d'association reflétant la réduction proportionnelle de I'erreur lorsque les
valeurs de la variable indépendante sont utilisées pour prévoir la variable dépendante. La
valeur 1 signifie que la variable indépendante prévoit parfaitement la variable dépendante. La
valeur 0 signifie que la variable indépendante ne prévoit pas du tout la variable dépendante.

m Coefficient d'incertitude. Mesure d'association qui indique la réduction proportionnelle de
I'erreur lorsque les valeurs d'une variable sont utilisées pour prévoir celles d'une autre. Par
exemple, la valeur 0,83 indique que la connaissance d'une variable réduit de 83 % l'erreur dans
les prévisions de l'autre variable. Le programme calcule a la fois des versions symétriques
et asymétriques de ce coefficient.

Ordinal. Pour les tableaux dont les lignes et les colonnes contiennent des valeurs ordonnées,
sélectionnez Gamma (ordre zéro pour les tableaux a 2 entrées et conditionnel pour les tableaux de
3 a 10 entrées), le tau-b de Kendall et le tau-c de Kendall. Pour prévoir les modalités de colonnes
a partir des modalités de lignes, sélectionnez le d de Somers.

®  Gamma. Mesure d'association symétrique entre deux variables ordinales. Cette mesure est
située entre -1 et 1. Les valeurs proches d'une valeur absolue de 1 indiquent une relation forte
entre les deux variables. Les valeurs proches de 0 indiquent une relation faible ou inexistante.
Pour les tableaux d'ordre 2, les gammas d'ordre 0 (zéro) apparaissent. Pour les tableaux
d'ordre 3 et les tableaux d'ordre n, les gammas conditionnels apparaissent.
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m d de Somer. Mesure d'intensité de la relation entre deux variables ordinales, qui s'étend de -1
a 1. Les valeurs proches de 1 indiquent une forte relation entre les deux variables, et celles
proches de zéro indiquent une relation faible ou inexistante entre les variables. Le d de Somer
est une extension asymétrique du gamma, qui ne différe de celui-ci que par I'inclusion du
nombre de paires non liées a la variable indépendante. Le programme calcule également
une version symétrique de cette statistique.

® Taueb de Kendall. Mesure de corrélation non paramétrique pour variables ordinales ou classées
qui prend en considération les ex aequo. Le signe du coefficient indique la direction de la
relation et sa valeur absolue indique sa force, les valeurs absolues les plus grandes indiquant
les relations les plus fortes. Les valeurs peuvent varier de -1 a +1 mais une valeur de -1 ou de
+1 ne peut toutefois étre obtenue que dans des tableaux carrés.

® Tauec de Kendall. Mesure d'association non paramétrique pour variables ordinales qui ne prend
pas en considération les ex aequo. Le signe du coefficient indique la direction de la relation et
sa valeur absolue indique sa force, les valeurs absolues les plus grandes indiquant les relations
les plus fortes. Les valeurs peuvent varier de -1 a +1 mais une valeur de -1 ou de +1 ne peut
toutefois étre obtenue que dans des tableaux carrés.

Données nominales x intervalle : Lorsqu’une variable est qualitative et I’autre quantitative,
sélectionnez Eta. La variable qualitative doit étre codée numériquement.

m Eta. Mesure d'association dont les valeurs sont comprises entre 0 et 1, 0 indiquant 1'absence
d'association entre les variables de ligne et de colonne, et les valeurs proches de 1 indiquant
un degré d'association élevé. Eta convient a une variable dépendante continue mesurée sur
une échelle d'intervalle (par exemple, le revenu) et une variable indépendante ayant un
nombre limité de modalités (par exemple, le sexe). Deux valeurs eta sont calculées : L'une
traite la variable de ligne comme variable d'intervalle et I'autre traite la variable de colonne
comme variable d'intervalle.

Kappa. Le Kappa de Cohen mesure la concordance entre les évaluations de deux évaluateurs
utilisés pour évaluer un méme objet. La valeur 1 indique une concordance parfaite. La valeur

0 indique que la concordance ne dépasse pas celle due au hasard. Le Kappa est basé sur un
tableau carré dans lequel les valeurs des lignes et des colonnes représentent la méme échelle.
Chaque cellule qui comprend des valeurs observées pour une variable mais pas une autre se voit
affectée un nombre de 0. Le Kappa n'est pas calculé si le type de stockage de données (chaine
ou numérique) n'est pas le méme pour les deux variables. Les deux variables chaine d'une paire
doivent étre de méme longueur.

Risque. Pour les tableaux 2 x 2, mesure de la force de 1'association entre la présence d'un facteur et
la réalisation d'un événement. Si l'intervalle de confiance de la statistique inclut une valeur de 1, il
n'existe aucune association entre le facteur et I'événement. L'odds ratio peut étre utilisé comme
estimation du risque relatif dans le cas ou la réalisation du facteur est rare.

McNemar. Test non paramétrique pour deux variables dichotomiques liées. Il recherche les
changements de réponse en utilisant la répartition Khi-deux. Ce test est utile pour détecter les
changements avant-apres dans les réponses dus a une intervention expérimentale dans les plans.
Pour les tableaux carrés plus volumineux, le test McNemar-Bowker de symétrie est reporté.

Statistiques de Cochran et de Mantel®Haenszel. Les statistiques de Cochran et de Mantel-Haenszel
servent a tester I'indépendance entre une variable facteur dichotomique et une variable réponse
dichotomique, selon les paramétres de covariable définis par des variables (contrdles) de strate.
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Remarque : alors que les autres statistiques sont calculées strate par strate, les statistiques de
Cochran et de Mantel-Haenszel sont calculées une seule fois pour toutes les strates.

Affichage de cellules (cases) de tableaux croisés

Figure 5-4
Boite de dialogue Tableaux croisés : Contenu des cases (cellules)
@.;Tahleau:-: croisés : Affichage des cellules x|
Effectifs test-r
ZZ Ohserve __ Comparer les propartions de calonne
[ Attenau

-_ Masquer les petits effectifs

Pourcertages Rézidus

[& Ligne [ Mon standardizés
[ Postion [7] standardisés

& Tatal & Standardizés sjustés

Pondérations non entiéres
@ Effectits de cellules arrondis © Poids des ohservations arrondis
(©) Ettectits de cellules trongués ©) Poids des ohservations trongués

@ Aucun ajustement

Annuler ][ Aide ]

Pour vous aider a découvrir des types dans les données qui contribuent a un test du Khi-deux
significatif, la procédure de Tableaux croisés affiche les fréquences attendues et trois types de
résidus (déviations) qui mesurent la différence entre les fréquences observées et les fréquences
attendues. Chaque cellule du tableau peut contenir toute combinaison d’effectifs, de pourcentages
et de résidus sélectionnés.

Effectifs. Nombre d’observations effectivement observées et nombre d’observations attendues si
les variables de ligne et de colonne sont indépendantes 1’une de 1’autre. Vous pouvez choisir de
masquer les effectifs inférieurs a un entier spécifique. Les valeurs masquées seront affichées en
tant que <N, ou N est I’entier spécifié. L’entier spécifié doit étre supérieur ou égal a 2, bien que la
valeur 0 soit permise et indique qu’aucun effectif n’est masqué.

Comparer les proportions de colonne. Cette option calcule les comparaisons par paire des
proportions de colonne et indique quelles paires de colonnes (pour une ligne donnée) sont
significativement différentes. Les différences significatives sont indiquées dans le tableau croisé
dans un format de style APA a I’aide d’indices et sont calculées au niveau de signification

0,05. Remarque : Si cette option est spécifiée sans sélectionner les effectifs observés ou les
pourcentages de colonne, alors les effectifs observés sont inclus dans le tableau croisé, les indices
de style APA indiquant les résultats des tests de proportion de colonne.

m  Ajustement des valeurs p (méthode Bonferroni). Les comparaisons par paire des proportions de
colonne utilisent la correction Bonferroni, qui ajuste le taux de signification observé pour les
comparaisons multiples.
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Pourcentages : Les pourcentages peuvent s’additionner par ligne ou par colonne. Les pourcentages
du nombre total d’observations représentées dans le tableau (une strate) sont également
disponibles. Remarque : Si 1’option Masquer les petits effectifs est sélectionnée dans le groupe
Effectifs, les pourcentages associés aux effectifs masqués sont aussi masqués.

Résidus : Les résidus non standardisés donnent la différence entre les valeurs observées et les
valeurs théoriques. Les résidus standardisés et standardisés ajustés sont également disponibles.

m  Non standardisés. Différence entre la valeur observée et la valeur théorique. La valeur
théorique correspond au nombre d'observations attendues dans la cellule quand il n'existe pas
de relation entre les deux variables. Un résidu positif indique que la cellule contient plus
d'observations que si les variables de ligne et de colonne étaient indépendantes.

m  Standardisés. Résidu, divisé par une estimation de son erreur standard. Egalement appelés
résidus de Pearson, les résidus standardisés ont une moyenne de 0 et un écart-type de 1.

m  Standardisés ajustés. Résidu d'une cellule (valeur observée moins valeur théorique) divisé par
une estimation de son erreur standard. Le résidu standardisé qui en résulte est exprimé en
écarts par rapport a la moyenne.

Pondérations non entiéres : En général, les effectifs de cellules sont des valeurs entiéres, car ils
représentent le nombre d’observations figurant dans chaque cellule. Toutefois, si le fichier de
données est pondéré par une variable de pondération avec des fractions (par exemple, 1,25), les
effectifs de cellules peuvent également étre des fractions. Vous pouvez tronquer ou arrondir les
valeurs avant ou apres le calcul des effectifs de cellules, ou utiliser des effectifs de cellules non
entiers pour I’affichage des tableaux et les calculs statistiques.

m  Arrondi des effectifs des cellules. Les poids des observations sont utilisés tels quels, mais les
poids accumulés dans les cellules sont arrondis avant le calcul des statistiques.

m  Troncature des effectifs des cellules. Les poids des observations sont utilisés tels quels, mais
les poids accumulés dans les cellules sont arrondis avant le calcul des statistiques.

®  Arrondi des poids des observations. Les poids des observations sont arrondis avant leur
utilisation.

m Troncature des poids des observations. Les poids des observations sont tronqués avant leur
utilisation.

®  Aucun ajustement. Les pondérations des observations sont utilisées telles quelles et les comptes
des cellules fractionnées sont utilisées. Toutefois, lorsque des statistiques exactes (disponibles
uniquement avec l'option Tests exacts) sont demandées, les pondérations cumulées dans les
cellules sont tronquées ou arrondies avant le calcul des statistiques du test exact.
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Format de tableau croisé

Figure 5-5
Boite de dialogue Tableaux croisés : Format

ﬁ Tableaux croiseés : Format des Tableaux

Ordre des lignes
®) croiszant
(D) Décroiszant

Annuler ][ Aicle ]

Vous pouvez arranger les lignes par ordre croissant ou décroissant de valeur de la variable de ligne.
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La procédure Récapituler calcule les statistiques de sous-groupes pour les variables a 1’intérieur
des modalités de variables de regroupement. Tous les niveaux de variables de regroupement sont a
tabulation croisée. Vous pouvez choisir I’ordre dans lequel les statistiques sont affichées. Les
statistiques récapitulatives sont affichées pour chaque variable a travers toutes les modalités. Les
valeurs des données dans chaque modalité peuvent étre listées ou supprimées. Avec d’importants
fichiers de données, vous pouvez choisir de lister seulement les premiéres observations 7.

Exemple : Quel est le montant moyen de ventes de produits par région et par secteur de clientéle
? Vous pouvez découvrir que le montant moyen des ventes est 1égerement plus élevé dans la
région Ouest que dans les autres régions, avec des sociétés commerciales dans la région Ouest
apportant le montant moyen de ventes le plus élevé.

Statistiques : Somme, nombre d’observations, moyenne, médiane, médiane groupée, erreur
standard pour la moyenne, minimum, maximum, plage, valeur de la variable pour la premiére
modalité de la variable de regroupement, valeur de la variable pour la derniére modalité de la
variable de regroupement, écart-type, variance, aplatissement, erreur standard d’aplatissement,
asymétrie, erreur standard d’asymétrie, pourcentage de la somme totale, pourcentage de N total,
pourcentage de la somme dans, pourcentage de N dans, moyennes géométrique et harmonique.

Données. Les variables de regroupement sont des variables qualitatives dont les valeurs peuvent
étre numériques ou chaine. Le nombre de modalités doit €tre raisonnablement limité. Les autres
variables doivent pouvoir étre classées.

Hypotheéses : Certains des sous-groupes statistiques optionnels, tels que la moyenne et I’écart-type
sont basés sur la théorie normale et conviennent aux variables quantitatives ayant une distribution
symétrique. Les statistiques robustes telles que la médiane et I’intervalle, conviennent aux
variables quantitatives qui confirment ou infirment I’hypothése de normalité.

Obtenir des récapitulatifs des observations

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Rapports > Récapitulatif des observations

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 31
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Figure 6-1
Boite de dialogue Rapport récapitulatif

i Rapport recapitulatif

“ariahles : Statistioues. .
&é Adresse compléte [address]

‘gﬁ Prix d'achat [value]
f Muméro de maizon [houzenum] Optians
Date de cléture [s=lidate]

.gﬁ Mb de jours avant la verte [marktime]
f Taille de la maizon en m? [sqit]

“ariahle(s) de regroupement :

93 Fue de la maizon [street]

[ Atticher les obhaervations
@ Limiter les observations aux premigres 100
@ Atficher uniquement les observations valides

Ei Afficher uniguement les numéros d'obseryation

[ Ok ] [ Caller ] [Eéin'rtialiser ] [ AnnLler ] [ Ajcle ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables.

Sinon, vous pouvez :

Sélectionner au moins une variable de regroupement afin de diviser vos données en
sous-groupes.

Cliquer sur Options afin de modifier le titre du résultat, ajouter une légende au-dessous du
résultat, ou exclure les observations ayant des valeurs manquantes.

Cliquer sur Statistiques pour obtenir des statistiques facultatives.

Sélectionner Afficher les observations afin de répertorier les observations dans chaque
sous-groupe. Par défaut, le systéme ne liste que les 100 premiéres observations de votre
fichier. Vous pouvez augmenter ou diminuer la valeur de 1’option Limiter les observations aux
n premiéres ou désélectionner cet élément pour répertorier toutes les observations.
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Options de Récapituler

Figure 6-2
Options
Options
Titre :

Accueil Vertes Statistiques

Légende :

ReQroupés par rue

[ Sous-en-tétes des totau:

|_I Exclure les obzervations avec des valeurs manguantes

Représentstion des statistigues manguartes : I:I

[ Annler ][ Aidle ]

Récapituler vous permet de modifier le titre de votre résultat ou d’ajouter une légende qui
apparaitra en dessous du tableau de sortie. Vous pouvez controler les sauts de ligne dans les titres
et Iégendes en tapant \n a tous les endroits ou vous voulez insérer un saut de ligne dans le texte.

Vous pouvez également choisir d’afficher ou de supprimer les sous-en-tétes des totaux et
d’inclure ou d’exclure les observations ayant des valeurs manquantes pour toute variable prise en
compte dans toute analyse. Il est souvent souhaitable de marquer les observations manquantes
dans le résultat par un point ou un astérisque. Saisir un caractére, une phrase, ou un code que vous
souhaitez voir apparaitre lorsqu’une valeur manque, sinon, aucun traitement spécial ne s’applique
aux observations manquantes dans le résultat.

Reécapituler les statistiques

Figure 6-3
Boite de dialogue Statistiques de rapport récapitulatives

i Rapport recapitulatif : Statistiques
Statistiques : Statistigues de cellules
Mediane de groupes | Mombre d'observations
Erreur standard de | Movenne
Somime Médiane
Plage inimum
Premigre Maximum
Dernigre
Ecart-type
Wariance
Kurtosis

Etreur standard o'ap
Skewness
Erreur standard d'as

Mayvenne harmonicu
1 b :

[Puursuivre][ Annuler ][ Aide ]
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Vous pouvez choisir ’une des statistiques de sous-groupe suivantes pour les variables a 1’intérieur
de chaque modalité de chacune des variables de regroupement : Somme, nombre d’observations,
moyenne, médiane, médiane groupée, erreur standard pour la moyenne, minimum, maximum,
intervalle, valeur de la variable pour la premiere modalité de la variable de regroupement,

valeur de la variable pour la derniére modalité de la variable de regroupement, écart-type,
variance, aplatissement, erreur standard d’aplatissement, asymétrie, erreur standard d’asymétrie,
pourcentage de somme totale, pourcentage de N total, pourcentage de la somme dans, pourcentage
de N dans, moyenne géométrique, moyenne harmonique. L’ordre dans lequel les statistiques
apparaissent dans la liste Variables correspond a celui dans lequel elles seront affichées dans

le résultat. Les statistiques récapitulatives sont aussi affichées pour chaque variable a travers
toutes les modalités.

Premiére. Affiche la premicre valeur rencontrée dans le fichier de données.

Moyenne géométrique. Racine niéme du produit des valeurs de données, n représentant le nombre
d'observations.

Médiane de groupes. Médiane calculée pour les données codées dans des groupes. Par exemple,
pour les données d'age, si chaque valeur de la trentaine est codée 35, chaque valeur de la
quarantaine est codée 45, etc., la médiane de groupes est la médiane calculée a partir des données
codées.

Moyenne harmonique. Fonction utilisée pour estimer la taille moyenne d'un groupe lorsque la taille
des échantillons différe d'un groupe a I'autre. La moyenne harmonique correspond au nombre total
d'échantillons divisé par la somme des réciproques des tailles de 1'échantillon.

Aplatissement. Mesure de 1'étendue du regroupement des observations autour d'un point central.
Dans le cas d'une distribution normale, la valeur de la statistique d'aplatissement est égale a zéro.
Un aplatissement positif indique que par rapport a une distribution normale, les observations sont
plus regroupées au centre et présentent des extrémités plus fines atteignant les valeurs extrémes de
la distribution. La distribution leptokurtique présente des extrémités plus épaisses que dans le
cas d'une distribution normale. Un aplatissement négatif indique que les observations sont moins
regroupées au centre et présentent des extrémités plus épaisses atteignant les valeurs extrémes

de la distribution. La distribution platykurtique présentent des extrémités plus fines que dans

le cas d'une distribution normale.

Derniére. Affiche la derniére valeur rencontrée dans le fichier de données.
Maximum. Plus grande valeur d'une variable numérique.

Moyenne. Mesure de la tendance centrale. Moyenne arithmétique ; somme divisée par le nombre
d'observations.

Médiane. Valeur au-dessus ou au-dessous de laquelle se trouvent la moitié des observations ; 50e
centile. Sile nombre d'observations est pair, la médiane correspond a la moyenne des deux
observations du milieu lorsqu'elles sont triées dans 1'ordre croissant ou décroissant. La médiane
est une mesure de tendance centrale et elle n'est pas, a I'inverse de la moyenne, sensible aux
valeurs éloignées.

Minimum. Valeur la plus petite d'une variable numérique.
Nombre d'observations. Nombre d'observations (ou d'enregistrements).

Pourcentage de N total. Pourcentage du nombre total d'observations dans chaque modalité.
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Pourcentage de la somme totale. Pourcentage de la somme totale dans chaque modalité.

Intervalle. Différence entre la valeur maximale et la valeur minimale d'une variable numérique
(maximum—minimum).

Asymétrie. Mesure de I'asymétrie d'une distribution. La distribution normale est symétrique et
possede une valeur d'asymétrie égale a 0. Une distribution dont la valeur d'asymétrie est positive
présente une extrémité droite allongée. Une distribution caractérisée par une importante asymétrie
négative présente une extrémité gauche plus allongée. Pour simplifier, une valeur d'asymétrie
deux fois supérieure a l'erreur standard correspond a une absence de symétrie.

Erreur standard du Kurtosis. Le rapport de 'aplatissement a son erreur standard peut servir de test
de normalité (il y a anormalité si ce rapport est inférieur a -2 ou supérieur a +2). Une valeur
d'aplatissement positive importante indique que les extrémités de la distribution sont plus
allongées que celles d'une distribution normale ; une valeur d'aplatissement négative présente des
extrémités plus courtes (semblables a celles d'une distribution uniforme sous forme de boites).

Erreur standard du Skewness. Rapport de I'asymétrie avec son erreur standard, qui peut servir de
test de normalité (il y a anormalité si ce rapport est inférieur a -2 ou supérieur a +2). Une valeur
d'asymétrie positive importante indique une extrémité allongée vers la droite ; une valeur négative
extréme produit une extrémité allongée vers la gauche.

Somme. Somme ou total des valeurs, pour toutes les observations n'ayant pas de valeur manquante.

Variance. Mesure de dispersion autour de la moyenne, égale a la somme des carrés des écarts par
rapport a la moyenne, divisée par le nombre d'observations moins un. La variance se mesure en
unités, qui sont €gales au carré des unités de la variable.
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Moyennes

La procédure des moyennes calcule les moyennes de sous-groupes et les statistiques univariées
correspondantes pour des variables dépendantes au sein des modalités d’une ou de plusieurs
variables indépendantes. Vous pouvez également obtenir une analyse a un facteur de la variance,
un coefficient éta et des tests de linéarité.

Exemple : Mesurez la quantité moyenne de lipides absorbée par trois différents types d’huile
alimentaire et effectuez une analyse a un facteur de la variance pour voir si les moyennes divergent.

Statistiques : Somme, nombre d’observations, moyenne, médiane, médiane groupée, erreur
standard pour la moyenne, minimum, maximum, plage, valeur de la variable pour la premiére
modalité de la variable de regroupement, valeur de la variable pour la derniére modalité de la
variable de regroupement, écart-type, variance, aplatissement, erreur standard d’aplatissement,
asymétrie, erreur standard d’asymeétrie, pourcentage de la somme totale, pourcentage de N total,
pourcentage de la somme dans, pourcentage de N dans, moyennes géométrique et harmonique.
Les options comportent une analyse de la variance, un coefficient €ta, un coefficient éta-carré,
ainsi que des tests de linéarité R et R2.

Données. Les variables dépendantes sont quantitatives et les variables indépendantes sont
qualitatives. Les valeurs des variables qualitatives peuvent étre soit numériques, soit des chaines.

Hypothéses : Certains des sous-groupes statistiques optionnels, tels que la moyenne et I’écart-type
sont basés sur la théorie normale et conviennent aux variables quantitatives ayant une distribution
symétrique. Les statistiques robustes, telles que la médiane, conviennent aux variables continues
qui confirment ou infirment I’hypothése de normalité. L’analyse de la variance résiste aux écarts
par rapport a la normalité, a condition que les données de chaque cellule soient symétriques.
L’analyse de la variance part également du principe que les groupes sont issus de populations
ayant la méme variance. Pour vérifier cette hypothese, utilisez le test d’homogénéité de la
variance de Levene, disponible dans la procédure ANOVA a un facteur.

Pour obtenir des moyennes de sous-groupes

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Comparer les moyennes > Moyennes

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 36
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Figure 7-1

Boite de dialogue Moyennes
ﬁ Moyennes
Liste Watiables dépendantes ©
f Type dinfermiére [posi... f Salaire horaire [hourvwage]

@? Intervalle d'3ge [agera...

Strate 1 de 1

Liste watiable indépendante ;

f Expérience années [yr...

) ) (o) Comn) e )

» Sélectionnez au moins une variable dépendante.

» Utilisez I'une des méthodes suivantes pour sélectionner des variables indépendantes qualitatives :

m  Sélectionnez une ou plusieurs variables indépendantes. Des résultats distincts sont présentés
pour chaque variable indépendante.

m  Sélectionnez une ou plusieurs strates des variables indépendantes. Chaque strate divise une
nouvelle fois I’échantillon. Si vous avez une variable indépendante dans la strate 1 et une
dans la strate 2, les résultats sont présentés dans un tableau croisé, par opposition aux tableaux
séparés pour chaque variable indépendante.

» Cliquez sur Options pour obtenir des statistiques facultatives, telles que la table d’analyse de
la variance, eta, eta-carré, R et R2.
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Moyennes : Options

Figure 7-2
Boite de dialogue Moyennes : Options

Moyennes : Options

Statistiques . Statistiques de cellules

hlédiane oyenne

hédiane de groupes: Mombre d'obzervations
Erreur standard de la moye Ecart-type

Somme
dinirtiLim
tdaximum
Flage
Premiére

Derniére

Wariance

Kurtosis

Erreur standard d'aplatizse
Skeveness

Erreur standard d'asymétri
I‘___lLI

Statistigues pour premigre strate

4

EZ. Tahleau Anova et eta
[+ Test de lingarité

[F‘oursuivre][ Annuler ][ Licle ]

Vous pouvez choisir 1I’une des statistiques de sous-groupe suivantes pour les variables a 1’intérieur
de chaque modalité de chacune des variables de regroupement : Somme, nombre d’observations,
moyenne, médiane, médiane groupée, erreur standard pour la moyenne, minimum, maximum,
intervalle, valeur de la variable pour la premiere modalité de la variable de regroupement,

valeur de la variable pour la derniére modalité de la variable de regroupement, écart-type,
variance, aplatissement, erreur standard d’aplatissement, asymétrie, erreur standard d’asymétrie,
pourcentage de somme totale, pourcentage de N total, pourcentage de la somme dans, pourcentage
de N dans, moyenne géométrique, moyenne harmonique. Vous pouvez changer 1’ordre de
présentation des statistiques des sous-groupes. L’ordre dans lequel les statistiques apparaissent
dans la liste Cellule Statistiques correspond a celui dans lequel elles seront affichées dans le
résultat. Les statistiques récapitulatives sont aussi affichées pour chaque variable a travers

toutes les modalités.

Premiére. Affiche la premicre valeur rencontrée dans le fichier de données.

Moyenne géométrique. Racine niéme du produit des valeurs de données, n représentant le nombre
d'observations.

Médiane de groupes. Médiane calculée pour les données codées dans des groupes. Par exemple,
pour les données d'age, si chaque valeur de la trentaine est codée 35, chaque valeur de la
quarantaine est codée 45, etc., la médiane de groupes est la médiane calculée a partir des données
codées.
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Moyenne harmonique. Fonction utilisée pour estimer la taille moyenne d'un groupe lorsque la taille
des échantillons différe d'un groupe a l'autre. La moyenne harmonique correspond au nombre total
d'échantillons divisé par la somme des réciproques des tailles de 1'échantillon.

Aplatissement. Mesure de 'étendue du regroupement des observations autour d'un point central.
Dans le cas d'une distribution normale, la valeur de la statistique d'aplatissement est égale a zéro.
Un aplatissement positif indique que par rapport a une distribution normale, les observations sont
plus regroupées au centre et présentent des extrémités plus fines atteignant les valeurs extrémes de
la distribution. La distribution leptokurtique présente des extrémités plus épaisses que dans le
cas d'une distribution normale. Un aplatissement négatif indique que les observations sont moins
regroupées au centre et présentent des extrémités plus épaisses atteignant les valeurs extrémes

de la distribution. La distribution platykurtique présentent des extrémités plus fines que dans

le cas d'une distribution normale.

Derniére. Affiche la derniére valeur rencontrée dans le fichier de données.
Maximum. Plus grande valeur d'une variable numérique.

Moyenne. Mesure de la tendance centrale. Moyenne arithmétique ; somme divisée par le nombre
d'observations.

Médiane. Valeur au-dessus ou au-dessous de laquelle se trouvent la moitié des observations ; 50e
centile. Sile nombre d'observations est pair, la médiane correspond a la moyenne des deux
observations du milieu lorsqu'elles sont triées dans 1'ordre croissant ou décroissant. La médiane
est une mesure de tendance centrale et elle n'est pas, a I'inverse de la moyenne, sensible aux
valeurs éloignées.

Minimum. Valeur la plus petite d'une variable numérique.

Nombre d'observations. Nombre d'observations (ou d'enregistrements).

Pourcentage de N total. Pourcentage du nombre total d'observations dans chaque modalité.
Pourcentage de N total. Pourcentage de la somme totale dans chaque modalité.

Intervalle. Différence entre la valeur maximale et la valeur minimale d'une variable numérique
(maximum—minimum).

Asymétrie. Mesure de 'asymétrie d'une distribution. La distribution normale est symétrique et
possede une valeur d'asymétrie égale a 0. Une distribution dont la valeur d'asymétrie est positive
présente une extrémité droite allongée. Une distribution caractérisée par une importante asymétrie
négative présente une extrémité gauche plus allongée. Pour simplifier, une valeur d'asymétrie
deux fois supérieure a l'erreur standard correspond a une absence de symétrie.

Erreur standard du Kurtosis. Le rapport de I'aplatissement a son erreur standard peut servir de test
de normalité (il y a anormalité si ce rapport est inférieur a -2 ou supérieur a +2). Une valeur
d'aplatissement positive importante indique que les extrémités de la distribution sont plus
allongées que celles d'une distribution normale ; une valeur d'aplatissement négative présente des
extrémités plus courtes (semblables a celles d'une distribution uniforme sous forme de boites).

Erreur standard du Skewness. Rapport de I'asymétrie avec son erreur standard, qui peut servir de
test de normalité (il y a anormalité si ce rapport est inférieur a -2 ou supérieur a +2). Une valeur
d'asymétrie positive importante indique une extrémité allongée vers la droite ; une valeur négative
extréme produit une extrémité allongée vers la gauche.
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Somme. Somme ou total des valeurs, pour toutes les observations n'ayant pas de valeur manquante.

Variance. Mesure de dispersion autour de la moyenne, égale a la somme des carrés des écarts par
rapport a la moyenne, divisée par le nombre d'observations moins un. La variance se mesure en
unités, qui sont €gales au carré des unités de la variable.

Statistiques pour premiére strate

Tableau Anova et eta. Affiche un tableau d'analyse unifactorielle de la variance et calcule éta et éta
carré (mesures de 'association) pour chaque variable indépendante de la premiére couche.

Test de linéarité. Calcule la somme des carrés, les degrés de liberté et le carré moyen associés aux
composants linéaires et non linéaires, ainsi que le rapport F, le R et le R-deux. La linéarité n'est
pas calculée si la variable indépendante est une chaine courte.
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Cubes OLAP

La procédure de Cubes OLAP (Online Analytical Processing) calcule les totaux, les moyennes et
autres statistiques univariées pour des variables récapitulatives continues a I’intérieur de modalités
d’une ou plusieurs variables de regroupement qualitatives. Une strate séparée dans le tableau est
créée pour chaque modalité de chaque variable de regroupement.

Exemple : Ventes totales et moyennes pour différentes régions et lignes de produits a I’intérieur de
chaque région.

Statistiques. Somme, nombre d’observations, moyenne, médiane, médiane groupée, erreur
standard pour la moyenne, minimum, maximum, intervalle, valeur de la variable pour la premiére
modalité de la variable de regroupement, valeur de la variable pour la derniére modalité de la
variable de regroupement, écart-type, variance, aplatissement, erreur standard d’aplatissement,
asymétrie, erreur standard d’asymeétrie, pourcentage des observations totales, pourcentage

de somme totale, pourcentage des observations totales dans les variables de regroupement,
pourcentage de la somme totale dans les variables de regroupement, moyenne géométrique et
moyenne harmonique.

Données. Les variables récapitulatives sont quantitatives (variables continues mesurées sur une
échelle d’intervalle ou de rapport) et les variables de regroupement sont qualitatives. Les valeurs
des variables qualitatives peuvent &tre soit numériques, soit des chaines.

Hypotheéses : Certains des sous-groupes statistiques optionnels, tels que la moyenne et I’écart-type
sont basés sur la théorie normale et conviennent aux variables quantitatives ayant une distribution
symétrique. Les statistiques robustes telles que la médiane et I’intervalle, conviennent aux
variables quantitatives qui confirment ou infirment I’hypothése de normalité.

Pour obtenir des cubes OLAP

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Rapports > Cubes OLAP

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. a1
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Figure 8-1
Boite de dialogue Cubes OLAP

x

Wariable(s) récapitulativels) :
&) Statut marital [marital] | ef Age en années [age]
I{I Mombre dannées & ..
f Annees d'@ducation. .
I{I Nombre dannées ...
& Retrsité(e) [retire]
&) Sexe [gender]
& Nombre de personn... @ Lignes mutiples [mutline]
&) Indicateur geographicu...

& Resenu du foyer en mil...
@& Mombre de mois avec ...

“ariable(z) de regroupement :

&) Service NUmErD ver ...
&) hiateriel lous [eouip]
&% Service Carte dann.. |

EI Mazquer les petits effectifs

Coller ][Eéinitialiser][ Annuler ][ Aicle ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables récapitulatives continues.

» Sélectionnez une ou plusieurs variables qualitatives.

Eventuellement :

m  Sélectionner d’autres statistiques récapitulatives (cliquez sur Statistiques...). Vous devez
sélectionner un ou plusieurs critéres de regroupement pour pouvoir sélectionner les
statistiques récapitulatives.

B Calculer les différences entre des paires de variables et des paires de groupes définies par un
critére de regroupement (cliquez sur Différences).

Créer des titres de tableaux personnalisés (cliquez sur Titre).

Masquer les effectifs inférieurs a un entier spécifique. Les valeurs masquées seront affichées
en tant que <N, ou N est ’entier spécifié. L’entier spécifié doit étre supérieur ou égal a 2.
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Cubes OLAP : Statistiques

Figure 8-2
Boite de dialogue Cubes OLAP : Statistiques

[fH Cubes OLAP : Statistiques
Sfatistiques Statistiques de celules
Médiane “ Somima
hédiane de groupes Mombre d'obzervations
Erreur standard de la moye Moyenne
MinirriLim Ecart-type
Maximum Pourcentage de la somme tota)
Flage Pourcertage de Mtotal
Premiére
Derniére
“ariance
KHurtosis
Erreur standard d'aplatizse
Skevvness
Erreur standard d'asymétri
Moyenne hartmonicue
Moyenne géometrigue -

— [ [ — [ |

[F‘oursuivre][ Annuler ][ Aicle ]

Vous pouvez choisir ’'une des statistiques de sous-groupe suivantes pour les variables
récapitulatives a I’intérieur de chaque modalité de chacune des variables de regroupement :
Somme, Nombre d’observations, Moyenne, Médiane, Médiane de groupes, Erreur std de la
moyenne, Minimum, Maximum, Intervalle, Premier (valeur de la variable pour la premiére
modalité de la variable de regroupement), Dernier (valeur de la variable pour la dernicre
modalité de la variable de regroupement), Ecart type, Variance, Aplatissement, Erreur standard
de l’aplatissement, Asymétrie, Erreur std d’asymétrie, Pourcentage de N (observations)
totales, Pourcentage de somme tot., Pourcentage des observations totales dans les variables de
regroupement, Pourcentage de la somme totale dans les variables de regroupement, Moyenne
géométrique et Moyenne harmonique.

Vous pouvez changer I’ordre de présentation des statistiques des sous-groupes. L’ordre dans
lequel les statistiques apparaissent dans la liste Cellule Statistiques correspond a celui dans lequel
elles seront affichées dans le résultat. Les statistiques récapitulatives sont aussi affichées pour
chaque variable a travers toutes les modalités.

Premiére. Affiche la premicre valeur rencontrée dans le fichier de données.

Moyenne géométrique. Racine niéme du produit des valeurs de données, n représentant le nombre
d'observations.

Médiane de groupes. Médiane calculée pour les données codées dans des groupes. Par exemple,
pour les données d'age, si chaque valeur de la trentaine est codée 35, chaque valeur de la
quarantaine est codée 45, etc., la médiane de groupes est la médiane calculée a partir des données
codées.

Moyenne harmonique. Fonction utilisée pour estimer la taille moyenne d'un groupe lorsque la taille
des échantillons différe d'un groupe a l'autre. La moyenne harmonique correspond au nombre total
d'échantillons divisé par la somme des réciproques des tailles de 1'échantillon.
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Aplatissement. Mesure de I'étendue du regroupement des observations autour d'un point central.
Dans le cas d'une distribution normale, la valeur de la statistique d'aplatissement est égale a zéro.
Un aplatissement positif indique que par rapport a une distribution normale, les observations sont
plus regroupées au centre et présentent des extrémités plus fines atteignant les valeurs extrémes de
la distribution. La distribution leptokurtique présente des extrémités plus épaisses que dans le
cas d'une distribution normale. Un aplatissement négatif indique que les observations sont moins
regroupées au centre et présentent des extrémités plus épaisses atteignant les valeurs extrémes

de la distribution. La distribution platykurtique présentent des extrémités plus fines que dans

le cas d'une distribution normale.

Derniére. Affiche la derniére valeur rencontrée dans le fichier de données.
Maximum. Plus grande valeur d'une variable numérique.

Moyenne. Mesure de la tendance centrale. Moyenne arithmétique ; somme divisée par le nombre
d'observations.

Médiane. Valeur au-dessus ou au-dessous de laquelle se trouvent la moitié des observations ; 50e
centile. Sile nombre d'observations est pair, la médiane correspond a la moyenne des deux
observations du milieu lorsqu'elles sont triées dans 1'ordre croissant ou décroissant. La médiane
est une mesure de tendance centrale et elle n'est pas, a I'inverse de la moyenne, sensible aux
valeurs éloignées.

Minimum. Valeur la plus petite d'une variable numérique.
Nombre d'observations. Nombre d'observations (ou d'enregistrements).

Pourcentage de N dans. Pourcentage du nombre d'observations pour le critére de regroupement
spécifi¢ dans les modalités des autres critéres de regroupement. Si vous n'avez qu'un seul critére
de regroupement, cette valeur est identique au pourcentage du nombre total d'observations.

Pourcentage de la somme dans. Pourcentage de la somme de la variable de regroupement définie
dans les modalités des autres variables de regroupement. Si vous n'avez qu'un seul critére de
regroupement, cette valeur est identique au pourcentage de la somme totale.

Pourcentage de N total. Pourcentage du nombre total d'observations dans chaque modalité.
Pourcentage de la somme totale. Pourcentage de la somme totale dans chaque modalité.

Intervalle. Différence entre la valeur maximale et la valeur minimale d'une variable numérique
(maximum—minimum).

Asymétrie. Mesure de 'asymétrie d'une distribution. La distribution normale est symétrique et
posseéde une valeur d'asymétrie égale a 0. Une distribution dont la valeur d'asymétrie est positive
présente une extrémité droite allongée. Une distribution caractérisée par une importante asymétrie
négative présente une extrémité gauche plus allongée. Pour simplifier, une valeur d'asymétrie
deux fois supérieure a l'erreur standard correspond a une absence de symétrie.

Erreur standard du Kurtosis. Le rapport de I'aplatissement a son erreur standard peut servir de test
de normalité (il y a anormalité si ce rapport est inférieur a -2 ou supérieur a +2). Une valeur
d'aplatissement positive importante indique que les extrémités de la distribution sont plus
allongées que celles d'une distribution normale ; une valeur d'aplatissement négative présente des
extrémités plus courtes (semblables a celles d'une distribution uniforme sous forme de boites).
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Erreur standard du Skewness. Rapport de I'asymétrie avec son erreur standard, qui peut servir de
test de normalité (il y a anormalité si ce rapport est inférieur a -2 ou supérieur a +2). Une valeur
d'asymétrie positive importante indique une extrémité allongée vers la droite ; une valeur négative
extréme produit une extrémité allongée vers la gauche.

Somme. Somme ou total des valeurs, pour toutes les observations n'ayant pas de valeur manquante.

Variance. Mesure de dispersion autour de la moyenne, égale a la somme des carrés des écarts par
rapport a la moyenne, divisée par le nombre d'observations moins un. La variance se mesure en
unités, qui sont égales au carré des unités de la variable.

Cubes OLAP : Différences

Figure 8-3
Boite de dialogue Cubes OLAP : Différences

Cubes OLAP : Différences
Différences pour les statistiqgues récapitulatives Type de différence
@ aucun [ Différence de pourcentage
@) Cittérences ertre les variahles [ itiérence arithmétigue

@ Diftérences ertre les groLpEs

Différences entre les variables

Différences entre les groupes o'ohaervations

Annuler ][ Aicle ]

Cette boite de dialogue vous permet de calculer les différences arithmétiques et de pourcentage
qui existent entre des variables récapitulatives ou entre des groupes définis par un critére de
regroupement. Les différences sont calculées pour toutes les mesures sélectionnées dans la boite
de dialogue Cubes OLAP : Statistiques.

Différences entre les variables. Calcule les différences existant entre des paires de variables. Les
valeurs des statistiques récapitulatives de la seconde variable (variable moins) de chaque paire
sont soustraites des valeurs des statistiques récapitulatives de la premiére variable de la paire. Pour
les différences de pourcentage, la valeur de la caractéristique de la variable moins est utilisée en
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tant que dénominateur. Vous devez sélectionner plusieurs variables récapitulatives dans la boite de
dialogue principale avant d’indiquer les différences entre les variables.

Differences entre les groupes d'observations. Calcule les différences existant entre les paires de
groupes définies par une variable de regroupement. Les valeurs des statistiques récapitulatives
de la seconde modalité (modalité moins) dans chaque paire sont soustraites des valeurs des
statistiques récapitulatives de la premicre modalité de la paire. Les différences de pourcentage
utilisent la valeur de la statistique récapitulative pour la modalité moins en tant que dénominateur.
Vous devez sélectionner au moins une variable de regroupement dans la boite de dialogue
principale avant d’indiquer les différences entre groupes.

Cubes OLAP : Titre

Figure 8-4
Boite de dialogue Cubes OLAP : Titre
FH Cubes OLAP : Titre

Titre :

Statistiques descriptives

Legende

Par Churn et de Indicateur géographigue

Annuler ][ Aicle ]

Il vous est possible de modifier le titre de votre sortie ou d’ajouter une légende qui apparaitra au
dessous du tableau de sortie. Vous pouvez également contréler la répartition des titres et 1égendes
sur plusieurs lignes en tapant \n partout ou vous souhaitez insérer un saut de ligne dans le texte.
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11 existe trois types de test 7 :

Test T pour échantillons indépendants (test t pour deux échantillons) : Permet de comparer la
moyenne d’une variable de deux groupes d’observations. Les statistiques descriptives pour
chaque groupe et le test de Levene permettant d’obtenir 1’égalité des variances sont disponibles
ainsi que les valeurs ¢ de variance égale et inégale, et qu’un intervalle de confiance de 95 % pour
la différence des moyennes.

Test T pour échantillons appariés (test t dépendant) : Permet de comparer la moyenne de deux
variables pour un seul groupe. Ce test sert aussi pour les plans d’études appariées ou de controle
d’observation. Les résultat incluent les statistiques descriptives pour les variables de test, leurs
corrélations, les statistiques descriptives pour les différences appariées, le test ¢ et un intervalle de
confiance de 95 %.

Test T pour échantillon unique : Permet de comparer la moyenne d’une variable avec une valeur
connue ou supposée. Les statistiques descriptives des variables tests sont affichées avec le test ¢.
Un intervalle de confiance de 95 % pour la différence entre la moyenne de la variable test et la
valeur test supposée fait partie du résultat par défaut.

Test T pour échantillons indépendants

La procédure du Test T pour échantillons indépendants permet de comparer la moyenne de deux
groupes d’observations. Idéalement, pour ce test, les sujets doivent tre attribués de maniére
aléatoire a deux groupes, de maniére a ce que toute différence dans la réponse soit due au
traitement (ou & un manque de traitement) et non pas a d’autres facteurs. Ceci n’est pas le cas
si I’on compare un revenu moyen pour les hommes et les femmes. Une personne n’est pas
aléatoirement désignée comme devant étre un homme ou une femme. Dans de telles situations,
il faut s’assurer que les différences dans les autres facteurs ne cachent pas ou n’augmentent

de différence significative dans les moyennes. Les différences de revenu moyen peuvent étre
influencées par des facteurs tels que 1’éducation et non par le sexe seul.

Exemple : Les patients souffrant d’hypertension se voient assignés de fagon aléatoire a un groupe
placebo et a un groupe auquel on donne un traitement. Les sujets du groupe placebo regoivent
une pilule inactive et les sujets du groupe auquel on donne un traitement regoivent un nouveau
médicament supposé réduire I’hypertension. Apres que les sujets ont suivi le traitement pendant
deux mois, le test 7 pour deux échantillons est utilisé pour comparer la tension artérielle moyenne
du groupe placebo a celle du groupe qui suit le traitement. Chaque patient est examiné une fois
et appartient & un groupe.

Statistiques : Pour chaque variable, on a les éléments suivants : taille de 1’échantillon, moyenne,
écart-type, et erreur standard de la moyenne. Pour la différence de la moyenne: moyenne, erreur
standard, et intervalle de confiance (vous pouvez spécifier le niveau de confiance). Tests : Test de
Levene sur 1’égalité des variances et tests ¢ des variances combinées et séparées pour 1’égalité
des moyennes.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 47
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Données. Les valeurs de la variable quantitative qui vous intéresse se trouvent dans une seule
colonne du fichier de données. La procédure utilise une variable de regroupement a deux valeurs
pour séparer les observations en deux groupes. Le critére de regroupement peut &tre numérique
(on peut avoir des valeurs telles que 1 et 2, ou 6,25 et 12,5) ou alphanumérique (telles que oui et
non). Vous pouvez utiliser également une variable quantitative, telle que 1’dge, pour séparer les
observations en deux groupes en précisant une césure (la césure 21 provoque un groupe dont 1’dge
est inférieur a 21 ans et un groupe dont I’age est supérieur a 21 ans).

Hypotheses : Pour le test ¢ de variance égale, les observations doivent étre indépendantes, et les
échantillons aléatoires de distribution normale doivent avoir la méme variance de population.
Pour le test ¢ de variance égale, les observations doivent étre indépendantes, et les échantillons
aléatoires doivent avoir une distribution normale. Le test ¢ pour deux échantillons est assez robuste
pour se départir de la normalité. Lors de la vérification graphique des distributions, vérifiez
qu’elles sont symétriques et n’ont pas de valeurs éloignées.

Obtenir un test t pour échantillons indépendants
A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Comparer les moyennes > Test T pour échantillons indépendants

Figure 9-1
Boite de Dialogue Test T pour échantillons indépendants

Test T pour échantillons independants

Wariakle(s) & tester
&5 Idertifiant client [id] .gﬁ § dépense durant la campagne promoti...

Critére de regrouperment gualitstit numericue :
|insertc? 7) |
Définir des groupes...

[Eéinitialiser ] [ Annuler ] [ Aide ]

Sélectionnez au moins une variable test quantitative. Un test ¢ distinct est alors calculé pour
chaque variable.

Sélectionnez un seul critére de regroupement et cliquez sur Définir groupes pour spécifier deux
codes pour les groupes a comparer.

Vous pouvez également cliquer sur Options pour contrdler le traitement des données manquantes et
le niveau de I’intervalle de confiance.
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Définir Groupes Test T pour Echantillons Indépendants

Figure 9-2

Boite de dialogue Définir groupes pour variables numériques

Definir groupes

Groupe 1 :
Groupe 2:

© Point de césure :

@ Utilizer les valeurs spécifises

b ]

|§Pour3uiwe§|[ ArinUler ][ Bide ]

Pour les critéres de regroupement numérique, définissez les deux groupes du test ¢ en spécifiant
deux valeurs ou un point de séparation :

m  Utiliser les valeurs spécifiées : Saisissez une valeur pour le Groupe 1 et une autre pour le
Groupe 2. Les observations qui ont une autre valeur sont exclues de 1’analyse. Il n’est pas
nécessaire que les nombres soient des entiers (par exemple, 6,25 et 12,5 sont valides).

m  Césure. Vous avez également la possibilité de saisir un nombre qui sépare les valeurs de
la variable de regroupement en deux groupes. Toutes les observations ayant des valeurs
inférieures a la césure constituent un groupe et les observations ayant des valeurs supérieures
ou égales a la césure constituent I’autre groupe.

Figure 9-3

Définir la boite de dialogue Groupes pour les variables caracteres

FH Deéfinir groupes

|§Poursuiwe§|[ Arinuler ][ Aide: ]

Pour les critéres de regroupement alphanumériques, entrez une chaine pour le Groupe 1 et une
autre pour le Groupe 2, par exemple oui et non. Les observations avec d’autres chaines sont
exclues de 1’analyse.

Options Test T pour Echantillons Indépendants

Figure 9-4

Boite de dialogue Test T pour échantillons indépendants : Options

Test T a echantillons independants : Options

Yaleurs manguantes

Irtervalle de confiance : %

@ Exclure les ahzervationz analyse par analyse

© Exciure toute obzervation incomléte

(

[Annuler ][ Ajde ]
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Intervalle de confiance : Par défaut, un intervalle de confiance de 95 % pour la différence dans
les moyennes est affiché. Saisir une valeur comprise entre 1 et 99 pour demander un niveau de
confiance différent.

Valeurs manquantes : Quand vous testez plusieurs variables et que des données sont manquantes
pour au moins une variable, vous pouvez indiquer a la procédure les observations a inclure (ou
exclure).

m  Exclure les observations analyse par analyse : Chaque test ¢ utilise toutes les observations qui
ont des données valides pour les variables testées. La taille des échantillons peut varier
d’un test a ’autre.

m  Exclure toute observation incompléete : Chaque test ¢ utilise seulement les observations qui ont
des données valides pour toutes les variables utilisées dans les tests ¢ requis. La taille des
échantillons est constante durant les tests.

Test T pour échantillons appariés

>

La procédure du Test T pour Echantillons Appariés compare la moyenne de deux variables pour
un seul groupe. Elle permet de calculer les différences entre les valeurs des deux variables pour
chaque observation et de tester si la moyenne differe de 0.

Exemple : Dans le cadre d’une étude sur I’hypertension, des mesures sont prises sur tous les
patients au début de 1’étude, un traitement est administré, puis on procéde a une nouvelle mesure.
Par conséquent, chaque sujet est I’objet de deux mesures, souvent nommées mesures avant et
apres. 1l existe une alternative a ce test, il s’agit d’une étude appariée ou de contréle d’observation
dans laquelle chaque déclaration dans le fichier de données contient la réponse du patient ainsi
que celle de son sujet de controle apparié. Dans le cadre d’une étude sur la tension artérielle,

les patients et les contrdles peuvent étre appariés selon 1’age (un patient 4gé de 75 ans avec un
membre du groupe de contrdle agé de 75 ans).

Statistiques. Pour chaque variable, on a les éléments suivants : moyenne, taille d’échantillon,
écart-type, et erreur standard de la moyenne. Pour chaque paire de variables, on a les éléments
suivants : Corrélation, différence moyenne de moyennes, test ¢ et intervalle de confiance pour la
différence moyenne (vous pouvez préciser le niveau de confiance). Ecart-type et erreur standard
de la différence moyenne.

Données. Pour chaque test apparié, précisez deux variables continues (niveau d’intervalle de
mesure ou niveau de ratio de mesure). Dans le cadre d’une étude appariée ou de controle
d’observation, la réponse pour chaque sujet test et son sujet de contrdle apparié¢ doit étre dans
la méme observation du fichier de données.

Hypotheéses : Les observations pour chaque paire devraient étre réalisées dans les mémes
conditions. Les différences moyennes devraient suivre une distribution normale. Les variances de
chaque variable peuvent étre égales ou inégales.

Obtenir un test t pour échantillons appariés

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Comparer les moyennes > Test T pour échantillons appariés
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Boite de dialogue Test T pour échantillons appariés

Tests T

Test T pour échantillons appariés

&b D Patient [patic]

f Age en années [age]
&5 Sexe [gender]

& Trighycéride [ta0]

f Miveau de trighycéride final [tg4]
& Paids [watl]

A2 Wivva o1 de mnide an amne 3 T

f Miveau de trighyceride en temps...
f Miveau de trighycéride en temps...
& Miveau de trighycéride en temps...

Miveau de poids entemps 1 [w..
@& Miveau de poids en temps 2w

—
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3

[
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» Sélectionnez une ou plusieurs paires de variables

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour contrdler le traitement des données manquantes et
le niveau de I’intervalle de confiance.

Options test T pour échantillons appariés

Figure 9-6

Boite de dialogue Test T pour échantillons appariés

Test T pour échantillons appariés : Options

“aleurs manguantes

@ Exclure toute observation incompléte

Intervalle de confiance : %

@ Exclure les ohservations analyse par analyse

[Annuler ][ Aicle ]

Intervalle de confiance : Par défaut, un intervalle de confiance de 95 % pour la différence dans
les moyennes est affiché. Saisir une valeur comprise entre 1 et 99 pour demander un niveau de

confiance différent.

Valeurs manquantes : Quand vous testez plusieurs variables et que des données sont manquantes
pour au moins une variable, vous pouvez indiquer a la procédure les observations a inclure (ou

exclure) :

m  Exclure les observations analyse par analyse : Chaque test 7 utilise toutes les observations qui
ont des données valides pour la paire de variables testées. La taille des échantillons peut

varier d’un test a I’autre.

m  Exclure toute observation incompléte :Chaque test ¢ utilise seulement les observations qui ont
des données valides pour toutes les paires de variables testées. La taille des échantillons est

constante durant les tests.
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Test T pour échantillon unique

>

>

La procédure du Test T pour échantillon unique permet de tester si la moyenne d’une seule
variable différe d’une constante spécifiée.

Exemples : Un chercheur souhaite tester si le QI moyen d’un groupe d’étudiants différe de 100. Un
fabricant céréalier préléve un échantillon de boites a partir d’une chaine de production et vérifie si
le poids moyen des échantillons différe de 1,3 livres a I’intervalle de confiance 95 %.

Statistiques : Pour chaque variable test : moyenne, écart-type, et erreur standard de la moyenne.
Différence moyenne entre chaque valeur de donnée et la valeur test supposée, le test # vérifie que
cette différence est égale a 0 et vérifie également 1’intervalle de confiance pour cette différence
(vous pouvez préciser le niveau de confiance).

Données. Afin de tester les valeurs d’une variable quantitative par rapport a une valeur test
supposée, choisissez une variable quantitative et saisissez une valeur test supposée.

Hypotheses : Ce test suppose que les données sont distribuées normalement ; cependant, ce test
résiste convenablement a la normalité.

Obtenir un test t pour échantillon unique
A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Comparer les moyennes > Test T pour échantillon unique

Figure 9-7
Boite de dialogue Test T pour échantillon unique

Test T pour echantillon unique

Wariahle(s) & tester
& Muméro de machine [m... f Diametre du frein & dis...
Boatstragp. .

Waleur de test .

[ coler [ Rentser || annuer |[ e |

Sélectionnez au moins une variable a tester par rapport a la méme valeur supposée.

» Entrez une valeur test numérique a laquelle vous souhaitez comparer chaque moyenne

d’échantillon.

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour controler le traitement des données manquantes et

le niveau de ’intervalle de confiance.
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Options Test T pour échantillon unique

Figure 9-8
Boite de Dialogue Options Test T pour échantillon unique

Test T pour échantillon unique : Options

Intervalle de confiance : %

“aleurs manouantes

@) Exclure les obzervations analyse par analyse

@ Exclure toute obzervation incomipléte

[

Annuler ][ Aide ]

Intervalle de confiance : Par défaut, un intervalle de confiance de 95 % pour la différence entre la

moyenne et la valeur de test supposée est affiché. Saisir une valeur comprise entre 1 et 99 pour
demander un niveau de confiance différent.

Valeurs manquantes : Quand vous testez plusieurs variables et que des données sont manquantes

pour au moins une variable, vous pouvez indiquer a la procédure les observations a inclure (ou
exclure).

m  Exclure les observations analyse par analyse : Chaque test 7 utilise toutes les observations qui

ont des données valides pour les variables testées. La taille des échantillons peut varier
d’un test a 1’autre.

m  Exclure toute observation incompléte : Chaque test ¢ utilise seulement les observations qui ont
des données valides pour toutes les variables utilisées dans n’importe lequel des tests ¢ requis.
La taille des échantillons est constante durant les tests.

Fonctionnalités suppléementaires de la commande T-TEST

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

B Produire a la fois des tests t pour un échantillon et pour des écahntillons indépendants en
exécutant une commande unique.

m  Tester une variable avec chacune des variables d’une liste dans un test t apparié (avec la
sous-commande PATIRS).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.



Chapitre

ANOVA a 1 facteur

La procédure de I’analyse de variance ANOVA a 1 facteur permet d’effectuer une analyse
de variance univariée sur une variable quantitative dépendante par une variable critére simple
(indépendant). L’analyse de variance sert a tester I’hypothése d’égalité des moyennes. Cette
technique est une extension du test ¢ pour deux échantillons.

Déterminer que des différences existent parmi les moyennes ne vous suffit peut-étre pas.
Vous voulez éventuellement savoir quelles sont les moyennes qui différent. Il existe deux types
de tests pour comparer les moyennes : les contrastes a priori et les tests post hoc. Les contrastes
sont des tests définis avant I’expérience, et les tests post hoc sont effectués apres I’expérience.
Vous pouvez aussi tester les tendances a travers les modalités.

Exemple : Les beignets absorbent la graisse dans des proportions variées lorsqu’ils sont cuisings.
Une expérience est conduite a partir de 1’utilisation de trois types de graisse : huile d’arachide,
huile de mais, et saindoux. L’huile d’arachide et I’huile de mais sont des graisses non saturées, et
le saindoux une graisse saturée. En plus du fait de déterminer si la quantité de graisse absorbée
dépend du type de graisse utilisée, vous pouvez créer un contraste a priori afin de déterminer si le
degré d’absorption de graisse différe pour les graisses saturées et non saturées.

Statistiques. Pour chaque groupe : nombre d’observations, moyenne, écart type, erreur standard
pour la moyenne, minimum, maximum et intervalle de confiance a 95 % pour la moyenne. Test
de Levene pour I’homogénéité de la variance, tableau d’analyse de la variance et tests d’égalité
des moyennes pour chaque variable dépendante, contrastes a priori spécifiés par I’utilisateur et
tests d’intervalle et comparaisons multiples post hoc : Bonferroni, Sidak, test de Tukey, GT2 de
Hochberg, Gabriel, Dunnett, test /' de Ryan-Einot-Gabriel-Welsch (R-E-G-W F), test d’intervalle
de Ryan-Einot-Gabriel-Welsch (R-E-G-W (), T2 de Tamhane, T3 de Dunnett, Games-Howell,
test C de Dunnett, test de Duncan, Student-Newman-Keuls (S-N-K), B de Tukey, Waller-Duncan,
Scheffé et différence la moins significative.

Données. Les valeurs de la variable active devraient étre des nombres entiers, et la variable
dépendante devrait étre quantitative (niveau d’intervalle de mesures).

Hypothéses : Chaque groupe est un échantillon aléatoire indépendant extrait d’une population
normale. L’analyse de la variance supporte les écarts a la normalité, bien que les données doivent
&tre symétriques. Les groupes devraient étre composé€s de populations a variance égale. Pour
tester cette hypothése, utiliser le test d’homogénéité de variance de Levene.

Obtenir une analyse de variance a un facteur

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Comparer les moyennes > ANOVA a 1 facteur

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 54
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ANOVA a 1 facteur

Figure 10-1

Boite de dialogue ANOVA a 1 facteur

(. ANOVA a 1 facteur
Lizte Watiables dépendantes : Contrastes
& Total WD a mert...
Critére :

|d:l.i\ge group [agegroup] |
[ Ok ][ Caller ][Eéinitialiser][ Annuler ][ Aicle ]

» Sélectionnez au moins une variable dépendante.

» Sélectionnez une variable active indépendante simple.

Contrastes ANOVA a 1 facteur

Figure 10-2
Boite de dialogue ANOVA a 1 facteur : Contrastes

ﬁﬂNO‘N a 1 facteur : Contrastes

-

Ei Palynomial

Contraste 1 de 1

Coetficients : EI

Total des coefficients : 0.000

[Poursuivre][ Annuler ][ Aide ]

Vous pouvez diviser les sommes des carrés inter-groupes en tendances composants ou spécifier
les contrastes a priori.

Modele polynomial : Diviser les sommes des carrés inter-groupes en tendances composants. Vous

pouvez tester la tendance d’une variable dépendante a travers les niveaux ordonnés de la variable

active. Par exemple, vous pourriez tester la tendance linéaire (croissante ou décroissante) des

salaires percus les plus élevés a travers les niveaux ordonnés.

m  Degré : Vous pouvez choisir un polyndme de premier, deuxi¢me, troisiéme, quatriéme ou
cinqui¢me degré.
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Coefficients. Contrastes a priori spécifiés a tester par la statistique ¢. Saisissez un coefficient
pour chaque groupe (modalité) de la variable active et cliquez sur Ajouter aprés chaque saisie.
Chaque nouvelle valeur s’ajoute au bas de la liste des coefficients. Pour spécifier des groupes de
contrastes supplémentaires, cliquez sur Suivant. Utilisez Suivant et Précédent pour vous déplacer
entre les groupes de contrastes.

L’ordre des coefficients est important car il correspond a I’ordre croissant des valeurs de
modalité de la variable active. Le premier coefficient de la liste correspond a la valeur la plus
petite de la variable active, et le dernier coefficient correspond a la valeur la plus élevée. Par
exemple, s’il y a six modalités de variables actives, les coefficients —1, 0, 0, 0, 0,5 et 0,5 mettent
en contraste le premier groupe avec les cinquieme et sixiéme groupes. Pour la plupart des
applications, les coefficients devraient s’élever a 0. Les groupes qui n’atteignent pas 0 peuvent
aussi étre utilisés, mais un message d’avertissement s’affiche.

Tests Post Hoc ANOVA a 1 facteur

Figure 10-3
ANOVA a 1 facteur : Comparaisons multiples a posteriori

ANOVA a 1 facteur : Comparaisons multiples post hoc
Hypothése de variances égales
[ L= [7] sh-k [7] wialler-Duncan
["] Bonferroni [ Tukey
[ sidak [7] B de Tukey [ Dunnett
[T schetra [ puncan -
[T] F de R-E-G-W (Ryan-Einot-Gabriel-Welsch) [[] 572 de Hochberg [ Test
[7] @ de R-E-G-wV (Ryan-Einot-Gabrielwelsch) [ Gabried @

Hypothése de variances inégales

[ T2de Tamhane [ T3de Dunnett  [] Games-Howel  [C] C de Dunnett

Miveau de signification :

[Pourstiwe] | annuer |[ e |

Lorsque vous avez déterminé qu’il existe des différences parmi les moyennes, les tests
d’intervalles post hoc et de comparaisons multiples par paire peuvent déterminer les moyennes
qui différent. Les tests d’intervalle identifient les sous-groupes homogénes de moyennes qui ne
diffeérent pas les uns des autres. Les comparaisons multiples appariées testent la différence entre
les moyennes appariées et engendrent une matrice pour laquelle les astérisques indiquent les
moyennes de groupes significativement différentes au niveau alpha 0.05.

Hypothése de variances égales

Le test de Tukey, le GT2 de Hochberg, le test de Gabriel et le test de Scheffé sont des

tests de comparaisons multiples et d’intervalle. Il existe d’autres tests d’intervalle, tels que

le test B de Tukey, le S-N-K (Student-Newman-Keuls), le Duncan, le R-E-G-W F (F de
Ryan-Einot-Gabriel-Welsch), le R-E-G-W Q (test d’intervalle de Ryan-Einot-Gabriel-Welsch) et
le Waller-Duncan. Les tests de comparaison multiple disponibles sont les suivants : Bonferroni,
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test de différence significative de Tukey, Sidak, Gabriel, Hochberg, Dunnett, Scheffé et LSD
(différence la moins significative).

m LSD. Utilisation de tests t pour effectuer toutes les comparaisons par paire entre des moyennes
de groupe. Le taux d'erreur n'est pas corrigé dans le cas de comparaisons multiples.

m  Bonferroni. Utilise des tests t pour effectuer des comparaisons par paire entre les moyennes de
groupes, mais contréle le taux d'erreur global en spécifiant comme taux d'erreur pour chaque
test le taux d'erreur empirique divisé par le nombre total de tests. Le seuil de signification
observé est ainsi ajusté en raison des comparaisons multiples réalisées.

m  Sidak. Test de comparaisons multiples par paire reposant sur la statistique t. Le test Sidak
ajuste le seuil de signification en fonction des comparaisons multiples et fournit des bornes
plus étroites que le test Bonferroni.

m  Scheffe. Exécute des comparaisons par paire simultanées pour toutes les paires de moyennes
possibles. Utilise la distribution d'échantillonnage F. Peut servir a examiner toutes les
combinaisons linéaires possibles de moyennes de groupe, et pas seulement des comparaisons
par paire.

® F de R-E-G-W (Ryan-Einot-Gabriel-Welsch). Procédure multiple descendante de
Ryan-Einot-Gabriel-Welsch basée sur un test F.

® 0 de R-E-G-W (Ryan-Einot-Gabriel-Welsch). Procédure multiple descendante de
Ryan-Einot-Gabriel-Welsch basée sur un intervalle de Student.

m  S-N-K. Ce test effectue toutes les comparaisons de moyennes par paire, a 1'aide de la
distribution des intervalles de Student. Lorsque la taille des échantillons est égale, il compare
aussi les moyennes par paire dans les sous-ensembles homogenes, en utilisant une procédure
pas a pas. Les moyennes sont triées dans I'ordre décroissant et les différences extrémes sont
testées en premier.

m  Tukey. Utilise la statistique de plages de Student pour effectuer toutes les comparaisons de
groupes par paire. Fixe le taux d'erreur expérimental au niveau du taux d'erreur de l'ensemble
pour toutes des comparaisons par paire.

m B de Tukey :. Utilise la distribution de plages de Student pour effectuer des comparaisons de
groupes par paire. La valeur critique est la moyenne de la valeur correspondante du test de
Tukey et du test de Student-Newman-Keuls.

®  Duncan. Réalise des comparaisons par paires en suivant un ordre pas a pas identique a celui
utilis¢ dans le test de Student-Newman-Keuls, mais établit un niveau de protection du taux
d'erreur pour I'ensemble des tests, plutot que pour chaque test en particulier. Utilise la
statistique d'intervalle de Student.

®  GT2 de Hochberg. Test de multiples comparaisons et intervalles appariés utilisant le modulus
maximum de Student. Similaire au test de Tukey.

m  Gabriel. Test de comparaison par paire qui utilise le modulus maximum de Student. 11 est plus
efficace que le GT2 de Hochberg lorsque les tailles des cellules sont inégales. Le test de
Gabriel offre plus de souplesse lorsque les tailles des cellules divergent beaucoup.

m  Waller-Duncan. Test de comparaisons multiples reposant sur une statistique t et utilisant
une approche bayésienne.

®  Dunnett. Test-t de comparaisons multiples par paires comparant un ensemble de traitements a
une moyenne de contrdle unique. La derniére modalité est la modalité de contréle par défaut.
Vous pouvez également choisir la premiére modalité. L option Bilatéral teste que la moyenne
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a un certain niveau (hormis la modalité de contréle) du facteur n’est pas égale a celle de la
modalité de contrdle. L’option <Controle permet de tester si la moyenne est inférieure, a un
certain niveau du facteur, a celle de la modalité de contréle. L’option > Contréle permet de
tester si la moyenne est supérieure, a un certain niveau du facteur, a celle de la modalité de
controle.

Hypothese de variances inégales

Les tests de comparaison multiple qui ne supposent pas de variances égales sont le T2 de
Tamhane, le T3 de Dunnett, Games-Howell et le C de Dunnett.

® T2 de Tamhane. Test de comparaison par paire conservatif reposant sur le test T. Ce test est
opportun lorsque les variances sont inégales.

® T3 de Dunnett. Test des comparaisons par paires basé sur le module maximal de Student. Ce
test est opportun lorsque les variances sont inégales.

m  Games-Howell. Test des comparaisons appariées qui peut parfois étre souple. Ce test est
opportun lorsque les variances sont inégales.

®  C de Dunnett. Test des comparaisons par paires basé sur l'intervalle de Student. Ce test est
opportun lorsque les variances sont inégales.

Remarque : 1l peut vous paraitre plus facile d’interpréter le résultat a partir de tests post hoc si vous
désactivez 1’option Masquer les lignes et les colonnes vides dans la boite de dialogue Propriétés du
tableau (dans le tableau pivotant activé, choisissez Propriétés du tableau dans le menu Format).

Options ANOVA a 1 facteur

Figure 10-4

Boite de dialogue ANOVA a 1 facteur : Options

ANOVA a 1 facteur : Options
Statistigues

[ Caractéristioue
[7] Etfets fixes et aléstoires

Test dhomogénsité de variance
Brown-Farsythe

[T wielch

|| Diagramme des moyennes
Yaleurs manguantes

@) Exclure les obzervations analyse par analyse

© Exclure toute oheervation incompléte

5

[Annuler ][ Aide ]

Statistiques. Choisissez une ou plusieurs des options suivantes :

m Caractéristique : La procédure calcule le nombre d’observations, la moyenne, 1’écart type,
Ierreur standard de la moyenne, le minimum, le maximum, et les intervalles de confiance a
95 % pour chaque variable dépendante de chaque groupe.
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Effets fixes et aléatoires : La procédure affiche 1’écart type, I’erreur standard et 1’intervalle
de confiance a 95 % pour le modéle a effets fixes, ainsi que 1’erreur standard, I’intervalle de
confiance a 95 % et I’estimation de la variance inter-composants pour le mod¢le a effets
aléatoires.

Test d’homogénéité de variance : La procédure calcule la statistique de Levene pour tester
1’égalité des variances de groupe. Ce test ne dépend pas de I’hypothése de normalité.

Brown-Forsythe : La procédure calcule la statistique de Brown-Forsythe pour tester 1’égalité
des moyennes de groupe. Il est préférable d’utiliser cette statistique (au lieu de la statistique
F) lorsque I’hypothése d’égalité des variances n’est pas satisfaite.

Welch : Calcule la statistique de Welch pour tester 1’égalité des moyennes de groupe. 1l est
préférable d’utiliser cette statistique (au lieu de la statistique F) lorsque I’hypothése d’égalité
des variances n’est pas satisfaite.

Diagramme des moyennes : Affiche un diagramme qui représente les moyennes de sous-groupes
(les moyennes de chaque groupe définies par les valeurs de la variable active).

Valeurs manquantes. Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

Exclure les observations analyse par analyse : Aucune observation avec valeur manquante n’est
utilisée, que ce soit pour la variable dépendante ou pour la variable active d’une analyse
donnée. De méme, on n’utilise pas d’observation en dehors de I’intervalle spécifié pour la
variable active.

Exclure toute observation incompléte. Les observations ayant des valeurs manquantes pour

la variable active ou pour toute variable dépendante contenue dans la liste dépendante de la
boite de dialogue principale sont exclues de toutes les analyses. Si vous n’avez pas spécifié de
variables multiples dépendantes, cela est sans effet.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande ONEWAY

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Obtenir des statistiques a effets fixes et aléatoires Ecart type, erreur standard de la moyenne et
intervalles de confiance de 95 % pour le modele a effets fixes. Erreur standard, intervalles
de confiance de 95 % et estimation de la variance inter-composants pour le mode¢le a effets
aléatoires (en utilisant STATISTICS=EFFECTS).

Spécifier les niveaux alpha pour la différence de moindre signification, tests de comparaison
multiple Bonferroni, Duncan et Scheff (avec la sous-commande RANGES).

Ecrire une matrice des moyennes, des écarts-types et des fréquences ou lire une matrice des
moyennes, des fréquences, des variances combinées et des degrés de liberté des variances
combinées. Ces matrices peuvent étre utilisées a la place des données brutes pour obtenir une
analyse a un facteur de la variance (avec la sous-commande MATRIX).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Analyse GLM — Univarié

GLM - Univarié fournit un modéle de régression et une analyse de la variance pour plusieurs
variables dépendantes par un ou plusieurs facteurs ou variables. Les variables actives divisent

la population en groupes. Cette procédure de régression linéaire généralisée vous permet de
tester les hypothéses nulles a propos des effets des autres variables sur la moyenne de différents
regroupements de la variable dépendante. Vous pouvez rechercher les interactions entre les
facteurs ainsi que les effets des différents facteurs, certains d’entre eux étant aléatoires. En outre,
les effets et les interactions des covariables avec les facteurs peuvent étre inclus. Pour 1’analyse de
la régression, les variables indépendantes (explicatives) sont spécifiées comme covariables.

Vous pouvez tester les modeéles équilibrés comme déséquilibrés. Un modéle est équilibré si
chaque cellule de ce modele contient le méme nombre d’observations. L’analyse GLM — Univarié
teste non seulement les hypothéses mais elle produit également des estimations.

Vous disposez de contrastes a priori communs pour effectuer les tests d’hypothése. En outre,
lorsqu’un test F' global se révele significatif, vous pouvez utiliser les tests post hoc pour évaluer
les différences entre les moyennes spécifiques. Les moyennes marginales estimées fournissent des
estimations des valeurs moyennes estimées pour les cellules dans le modéle et les diagrammes
des profils (diagrammes d’interaction) de ces moyennes vous permettent de visualiser plus
facilement certaines des relations.

Les résidus, les prévisions, la distance de Cook et les valeurs influentes peuvent étre enregistrées
sous forme de nouvelles variables dans votre fichier de données pour vérifier les hypotheses.

Poids WLS. Vous permet de spécifier une variable utilisée pour pondérer les observations
pour une analyse pondérée (WLS) des moindres carrés, peut-&tre pour compenser les différents
niveaux de précision des mesures.

Exemple : Des données sont collectées sur les différents participants au Marathon de Paris sur
plusieurs années. Le temps effectué par chaque participant est la variable dépendante. Les autres
facteurs comprennent le temps (froid, modéré, chaud), le nombre de mois d’entrainement, le
nombre de marathons précédemment effectués et le sexe. L’age est considéré comme co-variable.
Vous devez trouver que le sexe a un effet significatif et que 1’interaction du sexe avec le temps
est significatif.

Méthodes. Les sommes des carrés de type L, II, III et IV peuvent servir & évaluer les différentes
hypotheses. Le type III est la valeur par défaut.

Statistiques : Tests d’intervalle post hoc et comparaisons multiples : La différence la moins
significative, Bonferroni, Sidak, Scheffé, /" multiple de Ryan-Einot-Gabriel-Welsch, I’intervalle
multiple de Ryan-Einot-Gabriel-Welsch, Student-Newman-Keuls, le test de Tukey, b de Tukey,
Duncan, GT2 de Hochberg, Gabriel, le test £ de Waller Duncan, Dunnett (unilatéral, bilatéral), T2
de Tamhane, T3 de Dunnett, Games-Howell et C de Dunnett. Statistiques descriptives : moyenne
observée, écart-type et effectifs pour toutes les variables dépendantes dans toutes les cellules. Le
test de Levene pour ’homogénéité de la variance.

Diagrammes. Dispersion par niveau, résiduels et profils (interaction).
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Données. La variable dépendante est quantitative. Les facteurs sont qualitatifs. Il peut s’agir de
valeurs numériques ou alphanumériques de 8 caractéres au maximum. Les covariables sont des
variables quantitatives liées a la variable dépendante.

Hypotheses : Les données forment un échantillon aléatoire d’une population normale ou
gaussienne. Dans cette population, toutes les variances de cellule sont égales. L’analyse de
la variance supporte les écarts a la normalité, bien que les données doivent étre symétriques.
Pour vérifier les hypothéses, vous pouvez utiliser les tests d’homogénéité de la variance et
les diagrammes de dispersion par niveau. Vous pouvez également étudier les résidus et les
diagrammes de résidus.

Pour obtenir des tables GLM - Univarié
» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Modéle linéaire général > Univarié

Figure 11-1
Boite de dialogue GLM Univarié

-

ﬁ Univarie
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&) Crganization du magas...

i ) & Style dfachat [style] Post
&b D cliert [custic]

&) Qi fait les courses 7.
&) Wagstarien [veg)]

&b Utiisstion de coupan [u... .
& Predicted Value for &

&) Cluster Mumber of Cas...
& qol_1 = 3 (FILTER) [fite... ECovariahle(s)

Poids WiLE
| |

[ O ] [ Caoller ] [Béin'rtialiser ] [ Annuler ] [ Aide ]

Facteur(s) sléstaires) :
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» Sélectionnez une variable dépendante.

» Sélectionnez des variables pour Facteurs fixés, Facteurs aléatoires et Covariables en fonction
de vos données.

» En option, vous pouvez utiliser WLS Weight pour préciser une variable de pondération pour
I’analyse des moindres carrés pondérés. Si la valeur de la variable de pondération est nulle,
négative ou manquante, 1I’observation est exclue de I’analyse. Une variable déja utilisée dans le
modé¢le ne peut pas servir de variable de pondération.
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Figure 11-2
Boite de dialogue Modele univarié
Univarié : Modéle
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J

-

Annuler ][ Aide ]

Spécifier le modele : Un mod¢le factoriel général contient tous les effets principaux des facteurs,
des covariables et toutes les interactions facteur/facteur. Il ne contient pas de d’interactions de
covariable. Sélectionnez Autre pour indiquer un sous-ensemble d’interactions ou des interactions
variable active/covariable. Vous devez indiquer tous les termes a inclure dans le modéle.

Critéres et covariables :8FM Les facteurs et les covariables sont répertoriés.

Modele : Le modéle dépend de la nature de vos données. Aprés avoir sélectionné Autre, vous
pouvez choisir les effets principaux et les interactions qui présentent un intérét pour votre analyse.

Somme des carrés Méthode de calcul des sommes des carrés. Pour les modéles équilibrés ou non,
auxquels aucune cellule ne manque, le type III est la méthode le plus fréquemment utilisée.

Inclure une constante au modele : L’ordonnée est généralement incluse dans le modéle. Si vous
partez du principe que les données passent par I’origine, vous pouvez exclure la constante.

Termes construits

Pour les facteurs et covariables sélectionnés :

Interaction :Crée le terme d’interaction du plus haut niveau de toutes les variables sélectionnées. 11
s’agit de la valeur par défaut.

Effets principaux :Crée un terme d’effet principal pour chaque variable sélectionnée.
Toutes d’ordre 2 :Crée toutes les interactions d’ordre 2 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 3 :Crée toutes les interactions d’ordre 3 possibles des variables sélectionnées.
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Toutes d’ordre 4 :Crée toutes les interactions d’ordre 4 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 5 :Crée toutes les interactions d’ordre 5 possibles des variables sélectionnées.

Somme des carrés

Pour ce modele, vous pouvez choisir un type de sommes des carrés. Le type III est le plus courant
et c’est la valeur par défaut.

Type I : Cette méthode est également appelée décomposition hiérarchique de la somme des carrés.
Chaque terme est ajusté uniquement pour le terme qui le précede dans le modele. La somme des
carrés de type I est généralement utilisée pour :

m  Une analyse de la variance équilibrée dans laquelle tout effet principal est spécifié avant les
effets d’interaction de premier ordre, et chaque effet de premier ordre spécifié¢ avant ceux
de second ordre, et ainsi de suite.

®  Un modé¢le de régression polynomial dans lequel les termes d’ordre inférieur sont spécifiés
avant ceux d’ordre supérieur.

B Un mode¢le par imbrication pur dans lequel le premier effet spécifié est imbriqué dans le
second et le second spécifi¢ dans le troisiéme, etc. (Cette forme d’imbrication peut étre
spécifiée par la syntaxe uniquement.)

Type Il : Cette méthode calcule les sommes des carrés d’un effet dans le mod¢le ajusté pour
tous les autres effets « appropriés ». Un effet approprié est un effet qui correspond a tous les
effets qui ne contiennent pas I’effet a étudier. La méthode des sommes des carrés de type II sert
généralement pour :

®  Une analyse de la variance équilibrée.

®  Tout modéle qui contient un effet principal uniquement.
m  Tout modele de régression.
|

Un mod¢le par emboitement pur. (Cette forme d’emboitement peut étre spécifiée par la
syntaxe.)

Type Il : Valeur par défaut. Cette méthode calcule les sommes des carrés d’un effet dans le modele
comme les sommes des carrés ajustée pour tout autre effet qui ne le contient pas et orthogonal

a chaque effet qui le contient. Les sommes de carrés de type III présentent 1’avantage essentiel
qu’elles ne varient pas avec les fréquences de cellule tant que la forme générale d’estimabilité
reste constante. Ce type de somme des carrés est donc souvent considéré comme utile pour les
modeles déséquilibrés auxquels aucune cellule ne manque. Dans le modéle factoriel sans cellule
mangquante, cette méthode est équivalente a la technique de Yates des carrés moyens pondérés. La
méthode des sommes des carrés de type 111 sert généralement pour :

®  Tous les modeles énumérés dans les types I et I1.
m  Tous les modéeles équilibrés ou non qui ne contiennent pas de cellules vides.
Type IV : Cette méthode est congue pour une situation dans laquelle il manque des cellules. Pour

chaque effet F' dans le modéle, si ' n’est inclus dans aucun autre effet, Type IV = Type III = Type
IL. Si F est inclus dans d’autres effets, le Type IV distribue les contrastes a effectuer parmi les
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paramétres dans F sur tous les effets de niveau supérieur de fagcon équitable. La méthode des
sommes des carrés de type IV sert généralement pour :

®  Tous les modeles énumérés dans les types I et I1.

m  Tous les modeles équilibrés ou non qui contiennent des cellules vides.

Contrastes GLM

Figure 11-3
Boite de dialogue GLM Univarié : Contrastes

Univarié : Contrastes

Facteurs

genderfAucun)
atyle(Aucun)

fdaclifier le contraste

Contraste © | AUSUN b

(*)

[Poursuivre][ Annuler ][ Aide ]

Les contrastes servent a tester les différences entre les niveaux d’un facteur. Vous pouvez spécifier
un contraste pour chaque facteur du modele (dans un modéle de mesures répétées, pour chaque
facteur inter-sujets). Les contrastes représentent des combinaisons linéaires des paramétres.

Le test des hypothéses est fondé sur I’hypothése nulle LB =0, L étant la matrice des coefficients
de contraste et B le vecteur de paramétre. Lorsqu’un contraste est spécifié, une matrice L est
créée. Les colonnes de la matrice L correspondantes au facteur concordent avec le contraste. Les
colonnes restantes sont ajustées de telle sorte que la matrice L puisse étre estimée.

Le résultat reprend une statistique F pour chaque ensemble de contrastes. Pour les différences
de contraste, le systéme affiche également les intervalles de confiance simultanés de type
Bonferroni fondés sur la distribution ¢ de Student.

Contrastes possibles

Les contrastes fournis sont écart, simple, différence, Helmert, répétée et mod¢le polynomial. Pour
les contrastes d’écart et simple, vous pouvez choisir si la modalité de référence est la premiére
ou la dernicre.

Types de contraste

Ecart: Compare la moyenne de chaque niveau (hormis une modalité de référence) a la moyenne de
tous les niveaux (grande moyenne). Les niveaux du facteur peuvent étre de n’importe quel ordre.

Simple : Compare la moyenne de chaque niveau a celle d’un niveau donné. Ce type de contraste
est utile lorsqu’il y a un groupe de contrdle. Vous pouvez prendre la premiére ou la derniére
modalité en référence.
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Différence : Compare la moyenne de chaque niveau (hormis le premier) a la moyenne des niveaux
précédents. (Parfois appelé contrastes d’Helmert inversé.)

Helmert : Compare la moyenne de chaque niveau de facteur (hormis le dernier) a la moyenne
des niveaux suivants.

Répéte : Compare la moyenne de chaque niveau (hormis le premier) a la moyenne du niveau
suivant.

Modele polynomial : Compare I’effet linéaire, I’effet quadratique, 1’effet cubique etc. Le
premier degré de liberté contient I’effet linéaire sur toutes les modalités, le second degré 1’effet
quadratique, etc. Ces contrastes servent souvent a estimer les tendances polynomiales.

Diagrammes de profils GLM

Figure 11-4
Boite de dialogue GLM - Univarié : Diagrammes des protocoles

FEH Univarié : DMagrammes de profils
Facteurs Axe horizontal :
gender g |sty|e |
style

Courbes distinctes
= |

Diagrammes distincts
| |
Diagrammes Eliminer bloc

style*gender

[F‘oursuivre][ Annuler ][ Aicle ]

Les diagrammes des profils (diagrammes d’interaction) sont utiles pour comparer les moyennes
marginales dans votre modeéle. Un diagramme des profils est une courbe dont chaque point
indique la moyenne marginale estimée d’une variable dépendante (ajustée pour les covariables)
a un niveau du facteur. Les niveaux d’un second facteur peuvent servir a dessiner des courbes
distinctes. Chaque niveau dans un troisiéme facteur peut servir a créer un diagramme distinct.
Tous les facteurs fixés et aléatoire sont disponibles pour les diagrammes. Pour les analyses
multivariées, les diagrammes des profils sont créés pour chaque variable dépendante. Dans
une analyse a mesures répétées, a la fois les facteurs inter-sujets et intra-sujets peuvent étre
utilisés dans les diagrammes des profils. GLM - Multivarié et GLM - Mesures Répétées ne sont
disponibles que si vous avez installé I’option Statistiques avancées.

Un diagramme des profils pour un facteur montre si la moyenne marginale estimée est
croissante ou décroissante sur les niveaux. Pour au moins deux facteurs, des courbes paralléles
indiquent qu’il n’y a pas d’interaction entre les facteurs, ce qui signifie que vous recherchez les
niveaux d’un seul facteur. Les courbes non paralléles indiquent une interaction.
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Figure 11-5
Diagramme non paralléle (gauche) et diagramme paralléle (droite)
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Aprés avoir sélectionné des facteurs pour 1’axe horizontal afin de spécifier un diagramme et,
éventuellement, des facteurs pour des courbes ou des diagrammes distincts, vous devez ajouter le
diagramme a la liste Diagrammes.

Comparaisons post hoc GLM

Figure 11-6
Boite de dialogue Post Hoc

EH Univarie : Comparaisons multiples post hoc pour les moyennes ohserveées
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; [ Annuler ][ ke ]

Test de comparaison multiple post hoc : Lorsque vous avez déterminé qu’il existe des différences
parmi les moyennes, les tests d’intervalles post hoc et de comparaisons multiples par paire
peuvent déterminer les moyennes qui différent. Les comparaisons sont effectuées sur des valeurs
non-ajustées. Ces tests servent aux facteurs inter-sujets fixés seulement. Dans GLM - Mesures
répétées, ces tests ne sont pas disponibles s’il n’y a pas de facteurs inter-sujets. Les tests de
comparaisons multiples post hoc sont effectués pour la moyenne de tous les niveaux des facteurs
intra-sujets. Pour GLM - Multivarié, les tests post hoc sont effectués séparément pour chaque
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variable dépendante. GLM - Multivarié et GLM - Mesures Répétées ne sont disponibles que si
vous avez installé I’option Statistiques avancées.

Les tests de différence significative de Bonferroni et Tukey servent généralement comme
tests de comparaison multiples. Le test de Bonferroni, fondé sur la statistique ¢ de Student,
ajuste le niveau de signification observé en fonction du nombre de comparaisons multiples qui
sont effectuées. Le test t de Sidak ajuste également le niveau de signification et fournit des
limites plus strictes que le test de Bonferroni. Le test de Tukey utilise la statistique d’intervalle
selon Student pour effectuer des comparaisons par paire entre les groupes et fixe le taux d’erreur
empirique au taux d’erreur du regroupement de toutes les comparaisons par paire. Lorsque vous
testez un grand nombre de paires de moyennes, le test de Tukey est plus efficace que celui de
Bonferroni. Lorsqu’il y a peu de paires, Bonferroni est plus efficace.

Le GT2 de Hochberg est similaire au test de Tukey mais il utilise un modulus maximum selon
Student. Le test de Tukey est généralement plus efficace. Le test de comparaison par paire de
Gabriel utilise également le modulus maximum selon Student. 11 est plus efficace que le GT2 de
Hochberg lorsque les tailles des cellules sont inégales. Le test de Gabriel offre plus de souplesse
lorsque les tailles des cellules divergent beaucoup.

Le test de comparaison multiple de Dunnett compare un ensemble de traitements a une
simple moyenne de contréle. La derniére modalité est la modalité de contréle par défaut. Vous
pouvez également choisir la premiére modalité. Vous pouvez également choisir un test unilatéral
ou bilatéral. Pour tester que la moyenne a un certain niveau (hormis la modalité de contrdle) du
facteur n’est pas égale a celle de la modalité de controle, utilisez le test double-face. Pour tester
si la moyenne est inférieure, a un certain niveau du facteur, a celle de la modalité de contrdle,
sélectionnez < Controle. Pour tester si la moyenne est supérieure, a un certain niveau du facteur, a
celle de la catégorie de contréle, sélectionnez > Contréle.

Ryan, Einot, Gabriel et Welsch (R-E-G-W) ont développé deux tests d’intervalles multiples
descendants. Les procédures multiples descendantes testent d’abord que toutes les moyennes sont
égales. Si toutes les moyennes ne sont pas égales, 1’égalité est testée sur des sous-ensembles
de moyennes. Le F de R-E-G-W est fondé sur le test F et le Q de R-E-G-W est fondé sur
I’intervalle selon Student. Ces tests sont plus efficaces que le test d’intervalles multiples de
Duncan et Student-Newman-Keuls (procédures multiples descendantes), mais ils sont conseillés
lorsque les cellules sont de taille inégale.

Lorsque les variances sont inégales, utilisez le T2 de Tamhane (test de comparaisons par paire
conservatif fondé sur un test ¢), le T3 de Dunnett (comparaison par paire fondée sur le modulus
maximal selon Student), le test de comparaison par paire de Games-Howell (parfois flexible)
ou le C de Dunnett (test de comparaison par paire fondé sur I’intervalle selon Student). Notez que
s’il y a plusieurs facteurs dans le mod¢le, ces tests ne sont pas valides et ne seront pas produits.

Le test d’intervalles multiples de Duncan, Student-Newman-Keuls (S-N-K) et le b de
Tukey sont des tests d’intervalle qui classifient les moyennes de groupe et calculent une valeur
d’intervalle. Ces tests ne sont pas utilisés aussi souvent que les tests évoqués précédemment.

Le test t de Waller-Duncan utilise une approche de Bayes. Ce test d’intervalle utilise la
moyenne harmonique de la taille de I’échantillon lorsque les échantillons sont de tailles différentes.

Le niveau de signification du test de Scheffé est congu pour permettre toutes les combinaisons
linéaires possibles des moyennes de groupe a tester, pas seulement par paire, disponibles dans
cette fonction. Il en résulte que le test de Scheffé est souvent plus strict que les autres, ce qui
signifie qu’une plus grande différence de moyenne est nécessaire pour étre significative.
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Le test de comparaison multiple par paire de différence la moins significative (LSD) est
équivalent aux divers tests ¢ individuels entre toutes les paires des groupes. L’inconvénient de
ce test est qu’il n’essaie pas d’ajuster le niveau d’importance observée pour les comparaisons
multiples.

Tests affichés : Les comparaisons par paire sont proposées pour LSD, Sidak, Bonferroni, Games et
Howell, T2 et T3 de Tamhane, C et T3 de Dunnett. Des sous-ensembles homogénes pour les tests
d’intervalle sont proposés pour S-N-K, b de Tukey, Duncan, F et Q de R-E-G-W et Waller. Le test
de Tukey, le GT2 de Hochberg, le test de Gabriel et le test de Scheffé sont a la fois des tests de
comparaison multiple et des tests d’intervalle.

Enregistrement GLM

Figure 11-7
Enregistrer
-
EH Multivarie : Enregistrer
Prévizions Résidus
[ Mon standardisés 0 ton standardizés
[T Erreur standard = Standardisés
Diagnostics [ Studertizés
il 7] supprimées

|| Waleurs influentes
Statistigues & coefficients
[ Créer des statistiques & coefficients

@) Créer un ensemble de données

Hom de l'ensemble de données :  |gim_costficients

(©) Ecriture d'un nouveau fichier de données

[Poursuiwe][ Annuler ][ Aide ]

Vous pouvez enregistrer les prévisions par le modéle, les résidus et les mesures associées sous
forme de nouvelles variables dans 1’éditeur de données. La plupart de ces variables peuvent servir
a étudier les hypothéses relatives aux données. Pour enregistrer les valeurs afin de les utiliser dans
une autre session IBM® SPSS® Statistics, vous devez enregistrer le fichier de données en cours.

Prévisions : Valeurs que le mode¢le estime pour chaque observation.
m  Non standardisés :. Valeur prévue par le modéle pour la variable dépendante.

m  Pondéré. Valeurs estimées non standardisées pondérées. Disponibles uniquement lorsqu'une
variable WLS a été préalablement sélectionnée.

m  Erreur standard. Estimation de 1'écart-type de la valeur moyenne de la variable dépendante,
pour des observations ayant la méme valeur pour les variables indépendantes.
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Diagnostics : Mesures permettant d’identifier les observations avec des combinaisons inhabituelles
de valeurs pour les variables indépendantes et les observations qui peuvent avoir un impact
important sur le modéle.

m Distance de Cook. Mesure du degré dont les résidus de toutes les observations sont modifiés si
une observation donnée est exclue des calculs des coefficients de régression. Si la distance
de Cook est élevée, I'exclusion d'une observation changerait substantiellement la valeur
des coefficients.

m  Valeurs influentes. Valeurs influentes non centrées. Mesure de I'influence d'un point sur
l'ajustement de la régression.

Résidus : Un résidu non standardis¢€ correspond a la valeur réelle de la variable dépendante moins
la valeur estimée par le modele. Les résidus standardisés, selon Student et supprimés sont
également disponibles. Si vous avez choisi une variable de pondération, les résidus standardisés
pondérés sont disponibles.

m  Non standardisés :. Différence entre la valeur observée et la valeur prévue par le modéle.

m  Pondéré. Résolus non normalisés pondérés. Disponibles uniquement lorsqu'une variable WLS
a été préalablement sélectionnée.

m  Standardisé. Résidu, divisé par une estimation de son erreur standard. Egalement appelés
résidus de Pearson, les résidus standardisés ont une moyenne de 0 et un écart-type de 1.

m  Studentisés. Résidu, divisé par une estimation de son écart-type, qui varie d'une observation
a l'autre, selon la distance entre les valeurs et la moyenne des variables indépendantes pour
chaque observation.

m  Supprimées. Résidu d'une observation lorsque celle-ci est exclue du calcul des coefficients de
régression. Il s'agit de la différence entre la valeur de la variable dépendante et la prévision
ajustée.

Statistiques a coefficients. Ecrit une matrice variance-covariance des estimations des paramétres
du mode¢le dans un nouvel ensemble de données de la session en cours ou dans un fichier de
données externe au format SPSS Statistics. D’autre part, pour chaque variable dépendante,

il y aura une ligne d’estimations, une ligne de valeurs de signification pour les statistiques

t correspondant aux estimations et une ligne de degrés de liberté résiduels. Pour un mode¢le
multivarié, il y a les mémes lignes pour chaque variable dépendante. Vous pouvez utiliser ces
fichiers de matrice dans les autres procédures qui lisent des fichiers de matrice.
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Options GLM

Figure 11-8
Options
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Annuler ] [ Aide ]

Des statistiques facultatives sont disponibles a partir de cette boite de dialogue. Ces statistiques
sont calculées a 1’aide de mode¢le a effets fixes.

Moyenne marginale estimée : Sé¢lectionnez les facteurs et les interactions pour lesquels vous
souhaitez obtenir des estimations de la moyenne marginale de la population dans les cellules. Ces
moyennes sont ajustées pour les covariables, si elles existent.

m  Comparer les effets principaux : Propose des comparaisons par paire non corrigées des
moyennes marginales estimées pour tout effet principal dans le modele, a la fois pour les
facteurs inter-sujets et intra-sujets. Ceci n’est valable que si les effets principaux sont
sélectionnés dans la liste Afficher les moyennes.

m  Ajustement intervalle de confiance : Sélectionnez I’ajustement aux intervalles et a la
significativité des intervalles en adoptant I'une des méthodes suivantes : la différence de
moindre signification (LSD), 1’ajustement Bonferroni ou I’ajustement de Sidak. Cet élément
est disponible uniquement si Comparer les effets principaux est sélectionné.

Afficher :Sélectionnez Statistiques descriptives pour produire des moyennes, des écarts-types et des
effectifs pour toutes les variables dépendantes de toutes les cellules. L’option Estimation d’effet de

taille fournit une valeur partielle de Eta carré pour chaque effet et chaque estimation. La statistique
d’Eta carré décrit la proportion de la variabilité totale imputable au facteur. Sélectionnez Puissance
observée pour obtenir la puissance du test lorsque 1’autre hypothése est définie sur la base de

la valeur observée. Sélectionnez Estimation des paramétres pour produire des estimations de
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paramétres, des erreurs standard, des tests 7, des intervalles de confiance et la puissance observée
de chaque test. Sélectionnez Matrice des coefficients de contraste pour obtenir la matrice L.
L’option des tests d’homogénéité produit le test de Levene d’homogénéité de la variance pour
chaque variable dépendante sur toutes les combinaisons de niveaux des facteurs inter-sujets,
uniquement pour les facteurs inter-sujets. Les options des diagrammes de dispersion par niveau
et de résidus sont utiles pour vérifier les hypothéses sur les données. Ceci n’est pas valable s’il
n’y a pas de facteurs. Sélectionnez Diagrammes résiduels pour produire un diagramme résiduel
observé/estimé/standardisé pour chaque variable dépendante. Ces diagrammes sont utiles pour
vérifier ’hypothése de variance égale. Sélectionnez Manque d’ajustement pour vérifier si la
relation entre la variable dépendante et les variables indépendantes peut étre convenablement
décrite par le modele. Fonction générale estimée vous permet de construire des tests d’hypotheses
personnalisés basés sur la fonction générale estimée. Les lignes de n’importe quelle matrice des
coefficients de contraste sont des combinaisons linéaires de la fonction générale estimée.

Niveau de signification : Vous souhaitez peut-étre ajuster le niveau de signification utilisé dans

les tests post hoc et le niveau de confiance utilis€¢ pour construire des intervalles de confiance.

La valeur spécifiée est également utilisée pour calculer I’intensité observée pour le test. Lorsque
vous spécifiez un niveau de signification, le niveau associé des intervalles de confiance est affiché
dans la boite de dialogue.

Fonctionnalités suppléementaires de la commande UNIANOVA

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :
m  Spécifier les effets en cascade dans un modéle (2 1’aide de la sous-commande DESIGN).

B Spécifier les tests d’effets par rapport a une combinaison linéaire d’effets ou une valeur (a
I’aide de la sous-commande TEST).

Spécifier de multiples contrastes (a 1’aide de la sous-commande CONTRAST).
Inclure les valeurs manquantes pour 1’utilisateur (a I’aide de la sous-commande MISSTING).

Spécifier les critéres EPS (a I’aide de la sous-commande CRITERIA).

Construisez une matrice L personnalisée, une matrice M ou une matrice K (a I’aide des
sous-commandes LMATRIX, MMATRIX et KMATRIX).

m  Pour les contrastes simples ou d’écart, spécifier une modalité de référence intermédiaire (a
I’aide de la sous-commande CONTRAST).

m  Spécifier les mesures pour les contrastes polynomiaux (a I’aide de la sous-commande
CONTRAST).

B Spécifier des termes d’erreur pour les comparaisons post hoc (a 1’aide de la sous-commande
POSTHOC).

m  Calculer les moyennes marginales estimées pour chaque facteur ou interaction de facteurs
parmi les facteurs de la liste (a I’aide de la sous-commande EMMEANS).

Attribuer des noms aux variables temporaires (a 1’aide de la sous-commande SAVE).

Construire un fichier de matrice de corrélation (a I’aide de la sous-commande OUTFILE).
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m  Construire un fichier de type matrice de données qui contient les statistiques provenant de la
table ANOVA inter-sujets (a I’aide de la sous-commande OUTFILE).

m  Enregistrer la matrice du plan dans un nouveau fichier de données (a I’aide de la
sous-commande OUTFILE).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Corrélations bivariées

La procédure de corrélations bivariées calcule le coefficient de corrélation de Pearson, le rho de
Spearman et le tau-b de Kendall avec leurs seuils de signification. Les corrélations mesurent
comment les variables ou les ordres de rang sont liés. Avant de calculer un coefficient de
corrélation, parcourez vos données pour rechercher les valeurs €loignées (qui peuvent provoquer
des résultats erronés) et les traces d’une relation linéaire. Le coefficient de corrélation de Pearson
est une mesure d’association linéaire. Deux variables peuvent étre parfaitement liées, mais si

la relation n’est pas linéaire, le coefficient de corrélation de Pearson n’est pas une statistique
appropriée pour mesurer leur association.

Exemple : Le nombre de matchs de basket-ball remportés par une équipe est-il 1ié au nombre
moyen de points marqués par match ? Un diagramme de dispersion indique qu’il existe une
relation linéaire. L’analyse des données de la saison NBA 1994—-1995 démontre que le coefficient
de corrélation de Pearson (0,581) est significatif au niveau 0,01. On peut penser que plus on a
gagné de matchs dans une saison, moins 1’adversaire a marqué de points. Ces variables sont liées
négativement (—0,401) et la corrélation est significative au niveau 0,05.

Statistiques : Pour chaque variable, on a les éléments suivants : nombre d’observations avec
des valeurs non manquantes, moyenne, et écart-type. Pour chaque paire de variables, on a les
¢léments suivants : coefficient de corrélation de Pearson, rho de Spearman, tau-b de Kendall,
produits des écarts et covariance.

Données. Utilisez des variables quantitatives symétriques pour le coefficient de corrélation de
Pearson, et des variables quantitatives ou des variables avec des modalités ordonnées pour le rho
de Spearman et le tau-b de Kendall.

Hypothéses : Le coefficient de corrélation de Pearson part du principe que chaque paire de
variables est gaussienne bivariée.

Pour obtenir des corrélations bivariées

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Corrélation > Bivariée
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Figure 12-1
Boite de dialogue Corrélations bivariées
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» Sélectionnez plusieurs variables numériques.

Les options suivantes sont également disponibles :

Coefficients de corrélation : Pour des variables quantitatives, normalement distribuées,
choisissez le coefficient de corrélation de Pearson. Si vos données ne sont pas distribuées
normalement ou si elles comportent des modalités ordonnées, choisissez le Tau-b de Kendall
ou la corrélation de Spearman, qui mesure 1’association entre les ordres de rangs. Les
coefficients de corrélation vont de la valeur —1 (relation négative parfaite) a +1 (relation
positive parfaite). La valeur 0 indique 1’absence de relation linéaire. Lors de I’interprétation
de vos résultats, vous ne pouvez pas, a partir de I’existence d’une corrélation significative,
conclure en ’existence d’une relation de cause a effet.

Test de signification : Vous pouvez choisir des probabilités bilatérales ou unilatérales. Si la
direction de 1’association est connue a 1’avance, choisissez Unilatéral. Sinon, sélectionnez
Bilatéral.

Repérer les corrélations significatives : Les coefficients de corrélation significatifs au niveau
0,05 sont identifiés par un seul astérisque et ceux qui sont significatifs au niveau 0,01 sont
identifiés par deux astérisques.
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Corrélations bivariées

Options de corrélations bivariées

Figure 12-2
Boite de dialogue Corrélations bivariées : Options

Correlations bivariées : Options
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[T] Produits des écarts et covariances

“aleurs manguantes

@ Exclure seulement les compozantes non valides
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Statistiques : Pour les corrélations de Pearson, vous pouvez choisir I’'une des options suivantes
(ou les deux) :

m  Moyennes et écarts-types :Affichés pour chaque variable. Le nombre d’observations avec
valeurs non manquantes est également affiché. Les valeurs manquantes sont examinées
variable par variable quel que soit votre réglage des valeurs manquantes.

®  Produits des écarts et covariances : Indiqués pour chaque paire de variables. Le produit
des écarts est égal a la somme des produits des variables moyennes corrigées. Ceci est le
numérateur du coefficient de corrélation de Pearson. La covariance est une mesure non
standardisée de la relation entre deux variables, égale au produit des écarts divisé par N—1.

Valeurs manquantes : Vous pouvez choisir I’'un des éléments suivants :

m  Exclure seulement les composantes non valides : Les observations avec des valeurs manquantes
pour I’une ou les deux variables d’une paire pour un coefficient de corrélation sont exclues de
I’analyse. Etant donné que chaque coefficient est basé sur toutes les observations ayant des
codes valides pour cette paire particuliére de variables, la quantité maximale d’informations
disponibles est utilisée dans chaque calcul. Ceci peut aboutir a un jeu de coefficients basé sur
un nombre variable d’observations.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour une
variable sont exclues de toutes les analyses.

Propriétés suppléementaires des commandes CORRELATIONS et
NONPAR CORR

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

m  Ecrire une f pour les corrélations de Pearson qui peut étre utilisée a la place de données

brutes pour obtenir d’autres analyses comme une analyse factorielle (avec la sous-commande
MATRIX).

®  Obtenir des corrélations de chaque variable dans une liste avec chaque variable d’une seconde
liste (en utilisant le mot clé WITH avec la sous-commande VARIABLES).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Correlations partielles

La procédure des corrélations partielles calcule les coefficients de corrélation partielle qui
décrivent le rapport linéaire entre deux variables tout en contrdlant les effets d’une ou plusieurs
autres variables. Les corrélations sont des mesures d’association linéaire. Deux variables peuvent
étre parfaitement liées mais, si leur rapport n’est pas linéaire, un coefficient de corrélation n’est
pas une statistique adaptée pour mesurer leur association.

Exemple : Existe-t-il une relation entre le financement associé aux soins de santé et les taux
d’attaque ? Contre toute attente, une étude fait état d’une corrélation positive : Lorsque le
financement associé aux soins de santé augmente, les taux d’attaque augmentent. Cependant, le
contrble du taux de visite aux fournisseurs de soins de santé supprime presque la corrélation
positive observée. Le financement lié aux soins de santé et les taux d’attaque sont associés de
maniére positive car le nombre de personnes ayant accés aux soins de santé augmente en méme
temps que le financement. De ce fait, le nombre de maladies déclarées par les docteurs et les
hopitaux augmente également

Statistiques : Pour chaque variable, on a les éléments suivants : nombre d’observations avec des
valeurs non manquantes, moyenne, et écart-type. Matrices de corrélation partielle et simple,
avec degrés de liberté et seuils de signification.

Données. Utiliser des variables quantitatives et symétriques.

Hypothéses : La procédure des Corrélations Partielles suppose que chaque paire de variables
présente une corrélation normale.

Obtenir des corrélations partielles

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Corrélation > Partielle
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Figure 13-1

Boite de dialogue Corrélations partielles
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Corrélations partielles

» Sélectionnez au moins deux variables numériques pour lesquelles vous voulez calculer des

corrélations partielles.

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques de contrdle.

Les options suivantes sont également disponibles :

m Test de signification : Vous pouvez choisir des probabilités bilatérales ou unilatérales. Si la
direction de 1’association est connue a 1’avance, choisissez Unilatéral. Sinon, sélectionnez

Bilatéral.

m  Afficher le seuil exact de signification : La probabilité et les degrés de liberté sont affichés
par défaut pour chaque coefficient de corrélation. Si vous désélectionnez cette option, les
coefficients significatifs au seuil 0,05 sont identifiés par une astérisque, les coefficients
significatifs au seuil de 0,01 par deux astérisques, et les degrés de liberté sont supprimés.
Cette configuration affecte aussi bien les matrices de corrélation partielle que simple.

Options Corrélations partielles

Figure 13-2
Boite de dialogue Corrélations partielles : Options
fH Corrélations partielles : Options

Statistiques
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Statistiques : Vous avez le choix entre les deux options suivantes :

Moyennes et écarts-types :Affichés pour chaque variable. Le nombre d’observations avec
valeurs non manquantes est é¢galement affiché.

Corrélations simples : Une matrice de corrélations simples entre toutes les variables, y compris
les variables de contréle, s’affiche.

Valeurs manquantes : Vous avez le choix entre les options suivantes :

Exclure toute observation incompléte : Les observations ayant des valeurs manquantes pour une
variable quelconque, y compris une variable de contréle, sont exclues de tous les calculs.

Exclure seulement les composantes non valides : Pour le calcul des corrélations simples sur
lesquelles se basent les corrélations partielles, une observation ayant des valeurs manquantes
pour une composante ou les deux composantes d’une paire de variables ne sera pas utilisée.
La suppression des composantes non valides seulement utilise autant de données que
possible. Le nombre d’observations peut toutefois différer selon les coefficients. Lorsque la
suppression des composantes non valides seulement est sélectionnée, les degrés de liberté
d’un coefficient partiel donné sont basés sur le plus petit nombre d’observations utilisées dans
le calcul de I'une quelconque des corrélations d’ordre zéro.

Fonctionnalités suppléementaires de la commande PARTIAL CORR

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Lire une matrice de corrélation d’ordre zéro ou écrire une matrice de corrélation d’ordre zéro
(avec la sous-commande MATRIX).

Obtenir des corrélations partielles entre deux listes de variables (en utilisant le mot-clé WITH
dans la sous-commande VARIABLES).

Obtenir des analyses multiples (avec les sous-commandes VARIABLES).

Spécifier les valeurs des ordres a demander (par exemple, a la fois les corrélations partielles
de premier et de second ordre) lorsque vous avez deux variables de contrdle (avec la
sous-commande VARIABLES).

Supprimer les coefficients redondants (avec la sous-commande FORMAT).

Afficher une matrice de corrélations simples lorsque certains coefficients ne peuvent pas étre
calculés (avec la sous-commande STATISTICS).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Distances

Cette procédure permet de calculer de trés nombreuses statistiques mesurant les similitudes ou
les différences (distances) entre des paires de variables ou d’observations. Vous pourrez ensuite
utiliser ces mesures de similarité ou de dissimilarité avec d’autres procédures, comme 1’analyse
factorielle, la classification ou le positionnement multidimensionnel, afin de simplifier 1’analyse
des fichiers de données complexes.

Exemple : Est-il possible de mesurer les similarités entre des paires de voitures en fonction de
certaines caractéristiques, comme le nombre de cylindres, la consommation et la puissance ? En
calculant les similarités existant entre des voitures, vous pouvez déterminer les voitures qui
sont semblables et celles qui sont différentes. Dans 1’optique d’une analyse plus formelle, vous
pouvez appliquer une classification hiérarchique ou un positionnement multidimensionnel aux
similarités afin d’examiner la structure sous-jacente.

Statistiques : Pour les données d’intervalle, les mesures de dissimilarité sont la distance
Euclidienne, le carré de la distance Euclidienne, la distance de Tchebycheff, la distance de
Manbhattan (bloc), la distance de Minkowski ou une mesure personnalisée. Pour les données
d’effectif, les mesures sont khi-deux et phi-deux. Pour les données binaires, les mesures de
dissimilarité sont la distance Euclidienne, le carré de la distance Euclidienne, 1’écart de taille, la
différence de motif, la variance, la forme, ou la mesure de Lance et Williams. Pour les données
d’intervalles, les mesures de similarité sont la corrélation de Pearson ou cosinus. Pour les données
binaires, il s’agit des mesures suivantes : Russel et Rao, indice de Sokal et Michener, Jaccard,
Dice, Rogers et Tanimoto, Sokal et Sneath 1, Sokal et Sneath 2, Sokal et Sneath 3, Kulczynski 1,
Kulczynski 2, Sokal et Sneath 4, Hamann, lambda, D d’Anderberg, Y de Yule, Q de Yule, Ochiai,
Sokal et Sneath 5, corrélation phi tétrachorique ou dispersion.

Pour obtenir des matrices de distance

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Corrélation > Indices
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Figure 14-1

Boite de dialogue Distances

ﬁ Distances
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» Sélectionnez au minimum une ou deux variables numériques pour calculer respectivement les

distances existant entre des observations ou des variables.

» Sélectionnez une possibilité dans le groupe Calculer les distances pour calculer les proximités

existant entre des observations ou des variables.

Distances : Mesures de dissimilarité

Figure 14-2

Boite de dialogue Indices : Mesures de dissimilarité

ﬁ Distances : Mesures de dissimilarité
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Dans le groupe Mesure, sélectionnez la possibilité qui correspond au type de vos données
(intervalle, effectif ou binaire). Ensuite, dans la liste déroulante, sélectionnez 1’une des mesures
correspondant a ce type de données. Les mesures disponibles sont, par type de données :

m Intervalle : Distance Euclidienne, Carré de la distance Euclidienne, Distance de Tchebychef,
Distance de Manhattan, Distance de Minkowski ou Autre.

m Effectifs : Distance du Khi-deux ou Distance du phi-deux.

® Binaire : Distance Euclidienne, Carré de la distance Euclidienne, Ecart de taille, Différence de
motif, Variance, Forme, ou Lance et Williams. (Entrez des valeurs dans les champs Présent et
Absent pour indiquer les deux valeurs significatives. Aucune autre valeur ne sera prise en
compte dans Distances.)

Le groupe Transformer les valeurs vous permet de standardiser les valeurs des données pour les
observations ou les variables avant le calcul des proximités. Ces transformations ne s’appliquent
pas aux données binaires. Les méthodes de standardisation disponibles sont Centrer-réduire,
Entre —1 et 1, Entre 0 et 1, Maximum = 1, Moyenne = 1 et Ecart type = 1.

Le groupe Transformer les mesures vous permet de transformer les valeurs générées par la
mesure de distance. Elles sont appliquées aprés le calcul de la mesure d’indice. Les options
possibles sont Valeurs absolues, Inverser le signe, et Rééchelonner entre 0 et 1.

Indices : Mesures de similarité

Figure 14-3
Boite de dialogue Indices : Mesures de similarité

Distances : Mesures de dissimilarite
flesure
@ Irtervalle
Mesure ! |Distance euclidienne b4
© Ettectits
© Binire:
Transfarmer les valeurs Transfarmer les mesures
Stancardiser ;| Aucun - [T] waleurs absoes
) l-_. Inverser le signe
[F Rééchelonner entre 0 & 1
[ Annuler ] [ Aide ]




82

Chapitre 14

Dans le groupe Mesure, sélectionnez la possibilité qui correspond au type de vos données
(intervalle ou binaire). Ensuite, dans la liste déroulante, sélectionnez I’une des mesures
correspondant a ce type de données. Les mesures disponibles sont, par type de données :

m Intervalle : Corrélation de Pearson ou Cosinus.

®m  Binaire: Russel et Rao, Indice de Sokal et Michener, Jaccard, Dice, Rogers et Tanimoto, Sokal
et Sneath 1, Sokal et Sneath 2, Sokal et Sneath 3, Kulczynski 1, Kulczynski 2, Sokal et
Sneath 4, Hamann, Lambda, D d’ Anderberg, Y de Yule, QO de Yule, Ochiai, Sokal et Sneath 5,
Corrélation phi tétrachorique ou Dispersion. (Entrez des valeurs dans les champs Présent et
Absent pour indiquer les deux valeurs significatives. Aucune autre valeur ne sera prise en
compte dans Distances.)

Le groupe Transformer les valeurs vous permet de standardiser les valeurs des données pour les
observations ou les variables avant le calcul des proximités. Ces transformations ne s’appliquent
pas aux données binaires. Les méthodes de standardisation disponibles sont Centrer-réduire,
Entre —1 et 1, Entre 0 et 1, Maximum = 1, Moyenne = 1 ou Ecart type = 1.

Le groupe Transformer les mesures vous permet de transformer les valeurs générées par la
mesure de distance. Elles sont appliquées aprés le calcul de la mesure d’indice. Les options
possibles sont Valeurs absolues, Inverser le signe, et Rééchelonner entre 0 et 1.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande PROXIMITIES

La procédure Distances utilise la syntaxe de la commande PROXIMITIES. Le langage de syntaxe
de commande vous permet aussi de :

®  Indiquez un nombre entier comme la puissance pour la mesure de distance de Minkowski.

® Indiquez des nombres entiers comme la puissance et la racine pour une mesure de distance
personnalisée.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Modeles lineaires

Les modéles linéaires prédisent une cible continue en fonction de relations linéaires entre la
cible et une ou plusieurs variables prédites.

Les modeles linéaires sont relativement simples et produisent une formule mathématique
pouvant facilement étre évaluée. Les propriétés de ces modeles sont bien comprises et peuvent
généralement &tre créées trés rapidement par rapport a d’autres types de modeles (tels que les
réseaux neuronaux ou les arbres de décision) sur le méme ensemble de données.

Exemple : Une compagnie d’assurances disposant de ressources restreintes pour enquéter sur
les demandes de remboursement des propriétaires de biens immobiliers, souhaite construire un
modele pour estimer les colits des demandes d’indemnisation. Le déploiement de ce modéle
dans les centres de service permettra aux représentants d’entrer les informations des demandes
d’indemnisation alors qu’ils sont au téléphone avec les clients et de recevoir immédiatement le
colt “prévu” de la demande d’indemnisation, sur la base de données anciennes.

Figure 15-1
Onglet Champs

Champs || Options de créstion | Options de modéle | Annotstions

@ Utilizer les riles prédéfinis

© Utilizer des atfectations de champs perzonnalizées
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65 secondary_keyword
&5 acl_format
‘;5 device
dj age_categary

éb gender

‘f promation

1

Pondération d"analyse:
F | itd

[

i

Exigences concernant les champs. Il doit y avoir une cible et au moins une entrée. Par défaut,
les champs avec les roles prédéfinis Les deux ou Aucun ne sont pas utilisés. La cible doit étre
continue (échelle). Il n’y a pas de restriction sur les niveaux de mesure des variables prédites

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 83



84

Chapitre 15

(variables d’entrée) ; les champs qualitatifs (nominaux et ordinaux) sont utilisés comme facteurs
dans le modéle et les champs continus sont utilisés comme covariables.

Remarque : siun champ qualitatif comprend plus de 1000 modalités, la procédure ne s’exécute
pas et aucun modele n’est créé.

Pour obtenir un modele linéaire

Cette fonction nécessite 1’option Statistiques de base.

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Régression > Modéles linéaires automatiques...

Vérifiez qu’il existe au moins une cible et une entrée.
Cliquez sur Options de création pour spécifier les paramétres optionnels de création et de modéle.

Cliquez sur Options du modéle pour enregistrer les scores dans I’ensemble de données actif et
exporter le modéle vers un fichier externe.

Cliquez sur Exécuter pour exécuter la procédure et créer les objets du modéle.

L’alerte du niveau de mesure apparait lorsque le niveau de mesure d’une ou plusieurs variables
(champs) de I’ensemble de données est inconnu. Le niveau de mesure ayant une incidence sur

le calcul des résultats de cette procédure, toutes les variables doivent avoir un niveau de mesure
défini.

Figure 15-2
Alerte du niveau de mesure

22/ Niveau de mesure

0 Un niveau de mesure correct est important pour cette procédure. Le nivesu de mesure est inconnu pour un ou
plusieurs champs de 'ensemble de données. Ces champs peuvent étre affectés manuelement ou ils peuvent &tre
affectés automatiqguement en analysant les données.

Atffecter manuelement. .. ] [ Annuler ] [ Aide

®  Analysez les données. Lit les données dans I’ensemble de données actifs et attribue le niveau
de mesure par défaut a tous les champs ayant un niveau de mesure inconnu. Si I’ensemble de
données est important, cette action peut prendre un certain temps.

m  Attribuer manuellement. Ouvre une boite de dialogue qui répertorie tous les champs ayant un
niveau de mesure inconnu. Vous pouvez utiliser cette boite de dialogue pour attribuer un
niveau de mesure a ces champs. Vous pouvez également attribuer un niveau de mesure dans
I’affichage des variables de 1’éditeur de données.

Le niveau de mesure étant important pour cette procédure, vous ne pouvez pas accéder a la boite
de dialogue d’exécution de cette procédure avant que tous les champs n’aient des niveaux de
mesure définis.
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Objectifs

Quel est votre objectif principal ?

m  Créer un modele standard. Cette méthode permet de créer un modele unique afin de prédire
la cible a I’aide de valeurs prédites. En général, les modéles standards sont plus faciles a
interpréter et peuvent étre plus rapidement évalués que des ensembles de données boostés, de
bagging ou de grande taille.

®  Améliorer la précision d'un modéle (boosting). Cette méthode permet de créer un modele
d’ensemble a 1’aide du boosting, qui génére une séquence de modeles afin d’obtenir des
prédictions plus précises. Les ensembles peuvent étre plus longs a construire et I’obtention de
leurs résultats peut étre plus longue qu’avec un modéle standard.

Le boosting produit une succession de « modéles de composant », chacun étant construit a
partir de la totalité de I’ensemble de données. Avant la création successive de chaque modéle
de composant, les enregistrements sont pondérés en fonction des résidus des modéeles de
composant précédents. Les observations présentant de grands résidus se voient attribuées
des pondérations d’analyse relativement plus €levées, de sorte que le modele de composant
suivant se concentre aussi sur la prédiction de ces enregistrements. Ensemble, ces modéles
de composant forment un modeéle d’ensemble. Le modeéle d’ensemble évalue les nouveaux
enregistrements a I’aide d’une régle de combinaison ; les régles disponibles dépendent du
niveau de mesure de la cible.

m  Améliorer la stabilité du modéle (bagging). Cette méthode permet de créer un modéle
d’ensemble a I’aide du bagging (agrégation par bootstrap), qui génére plusieurs modéles afin
d’obtenir des prédictions plus fiables. Les ensembles peuvent étre plus longs a construire et
I’obtention de leurs résultats peut étre plus longue qu’avec un modele standard.

L’agrégation de bootstrap (bagging) produit des réplicats de I’ensemble de données
d’apprentissage en effectuant un échantillonnage avec remplacement a partir de 1I’ensemble
de données d’origine. Ceci crée des échantillons de bootstrap de taille identique a celle de
I’ensemble de données d’origine. Ensuite, un modéle de composant est créer a partir de
chaque réplicat. Ensemble, ces modéles de composant forment un modéle d’ensemble. Le
mode¢le d’ensemble évalue les nouveaux enregistrements a 1’aide d’une régle de combinaison ;
les régles disponibles dépendent du niveau de mesure de la cible.

m  Créer un modéle pour des ensembles de données trés volumineux (nécessite IBM® SPSS®
Statistics Server). Cette méthode permet de créer un modéle d’ensemble en scindant
I’ensemble de données en blocs de données distincts. Choisissez cette option si votre
ensemble de données est trop important pour que vous puissiez créer I’'un des modeéles
ci-dessus, ou pour la construction d’un modele incrémental. La construction de cette option
peut étre moins longue, mais I’obtention des résultats peut étre plus longue qu’avec un modele
standard. Cette option nécessite une connexion a SPSS Statistics Server .

Pour plus d’informations sur les paramétres relatifs au boosting, au bagging et aux ensembles
de données volumineux, reportez-vous a Ensembles sur p. §9.
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Bases

Figure 15-3
Parameétres de base

Champz | Options de création || Options de modéle

Sélectionnez un &lément :

Ohjectifs [ Préparer automstiquement les données

Prépare les données dans le but d'améliorer la capacité de
prédiction de cette procedure. Mon disponible lorsgue Créer un
Choix du madéle modéle pour des ensembles de données trés voluminewsx est
=électionné comme objectif.

Bazes

Enzemhles . ; . . A
o Les étapes de préparation automatique des donnees

comprennent les S&ments suivants ©

[

Options avancees
» Gestion de |a date et de 'heure

# Ajustement du niveau de mesure

» Gestion des valeurs éloignées et manguantes

» Fusion superviszée

Miveal de confiance (3] ©

Préparer automatiquement les données. Cette option permet a la procédure de transformer la cible
et les variables prédites en interne afin de maximiser la puissance de prédiction du modéle ; toutes
les transformations sont enregistrées avec le modele et appliquées aux nouvelles données pour
I’évaluation. Les versions originales de champs transformés sont exclues du mode¢le. Par défaut,
les préparations automatiques de données suivantes sont réalisées.

m  Gestion de la date et de I'heure. Chaque variable prédite de date est transformée en une
nouvelle variable prédite continue qui contient la durée écoulée depuis une date de référence
(01/01/1970). Chaque variable prédite d’heure est transformée en une nouvelle variable
prédite continue qui contient la durée écoulée depuis une heure de référence (00:00:00).

m Régler le niveau de mesure. Les variables prédites continues ayant moins de 5 valeurs distinctes
sont reconverties en variables prédites ordinales. Les variables prédites ordinales ayant plus
de 10 valeurs distinctes sont reconverties en variables prédites continues.

m  Gestion des valeurs éloignées. Les valeurs de variables prédites continues qui se trouvent
au-dela d’une valeur de césure (écart-type de 3 par rapport a la moyenne) sont définies sur
la valeur de césure.

m  Gestion des valeurs manquantes. Les valeurs manquantes de variables prédites nominales
sont remplacées par le mode de la partition d’apprentissage. Les valeurs manquantes de
variables prédites ordinales sont remplacées par la médiane de la partition d’apprentissage.
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Les valeurs manquantes de variables prédites continues sont remplacées par la moyenne de la
partition d’apprentissage.

m  Fusion supervisée. Ceci crée un modéle plus petit en réduisant le nombre de champs a traiter
en association avec la cible. Les modalités similaires sont identifiées en fonction de la relation
entre I’entrée et la cible. Les modalités ne différant pas de manicre significative (c’est-a-dire
ayant une valeur p supérieure a 0,1), sont fusionnées. Si toutes les catégories sont fusionnées
en une seule, les versions d’origine et dérivées du champ sont exclues du modéle car elles
n’ont pas de valeur de variable prédite.

Niveau de confiance. 11 s’agit du niveau de confiance utilis¢ pour calculer les estimations
d’intervalle des coefficients de modele dans la vue Coefficients. Définissez une valeur supérieure
a 0 et inférieure a 100. La valeur par défaut est 95.

Choix du modele

Figure 15-4
Parameétres du choix du modele

Champs | Options de création || Options de modéle | Annotations

Sélectionnez un Elément :

Objectifs Methode de choix du modéle: |Pas & pas ascendants b4

Bazes
Choix de la méthode Pas & pas azcendants
Choix du modéle

Ensembles Critéres dentréeizuppression: |Critére dinformstions (AI1CC) h..#

Options avancées

1p

4

|| Personnaliser un maximum d'effets dans le mocdéle finsl

[T Personnalizer un maximum d'étapes

Sélection des meilleurs sous-ensembles

Méthodes de choix du modele. Choisissez I’'une des méthodes de sélection du modéle (détails
ci-dessous) ou Inclure toutes les valeurs prédites, qui entre simplement toutes les variables prédites
disponibles en tant que termes du mod¢le des effets principaux. Le modele Pas a pas ascendant
est utilisé par défaut.
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Choix de la méthode Pas a pas ascendante. Elle commence sans effet dans le modéle et ajoute
et supprime des effets une étape a la fois jusqu’a ce qu’aucune autre ne puisse étre ajoutée ou
supprimée en fonction des critéres pas a pas.

m  Criteres d'entrée/suppression. 11 s’agit des statistiques utilisées pour savoir si un effet doit étre
ajouté ou supprimé du modéle. Critére d’'information (AICC) est basé sur la vraisemblance du
modé¢le fourni & I’ensemble d’apprentissage, et est ajusté afin de pénaliser des modéles trop
complexes. Statistiques F est basé sur un test statistique de I’amélioration dans 1’erreur d’un
mode¢le. R-deux ajusté est basé sur I’adéquation de 1’ensemble d’apprentissage, et est ajusté
afin de pénaliser des modéles trop complexes. Le Critére de prévention du surajustement (ASE)
est basé sur I’adéquation (carré de I’erreur moyenne, ou ASE) de I’ensemble de prévention de
surajustement. L’ensemble de prévention de surajustement est un sous-échantillon aléatoire
d’environ 30 % de I’ensemble de données original qui n’est pas utilisé¢ pour former le mode¢le.

Si un autre critére que Statistiques F est sélectionné, a chaque étape 1’effet qui correspond a
I’accroissement positif le plus important dans le critére est ajouté au modele. Tous les effets
du modele qui correspondent a une diminution du critére sont supprimés.

Si Statistiques F est sélectionné en tant que critére, a chaque étape 1’effet ayant la plus petite
valeur pinférieure au seuil spécifié, Inclure les effets avec des valeurs p inférieures a, est
ajouté au modéele. La valeur par défaut est 0,05. Tous les effets du modéle ayant une valeur
p supérieure au seuil spécifié¢, Supprimer les effets ayant des valeurs p supérieures a, sont
supprimeés. La valeur par défaut est 0.10.

m  Personnaliser le nombre maximum d’effets dans le modéle final. Par défaut, tous les effets
disponibles peuvent étre entrés dans le modéle. Si I’algorithme pas a pas se termine a une
étape avec le nombre spécifié d’effets, I’algorithme s’arréte a I’ensemble d’effets en cours.

m  Personnaliser le nombre maximal d’étapes. L algorithme pas a pas s’arréte aprés un certain
nombre d’étapes. Par défaut, il s’agit de 3 fois le nombre d’effets disponibles. Vous pouvez
également spécifier un nombre entier positif maximum d’étapes.

Sélection des meilleurs sous-ensembles. Ceci permet de vérifier “tous les mod¢les possibles” ou
au moins un sous-ensemble plus important des modeles possibles qu’en pas a pas ascendant, pour
choisir le meilleur en fonction du critére des meilleurs sous-ensembles. Critére d’information
(AICC) est basé sur la vraisemblance du mode¢le fourni a I’ensemble d’apprentissage, et est
ajusté afin de pénaliser des modéles trop complexes. R-deux ajusté est basé sur 1’adéquation de
I’ensemble d’apprentissage, et est ajusté afin de pénaliser des modéles trop complexes. Le Critére
de prévention du surajustement (ASE) est basé sur 1’adéquation (carré de 1’erreur moyenne, ou
ASE) de I’ensemble de prévention de surajustement. L’ensemble de prévention de surajustement
est un sous-échantillon aléatoire d’environ 30 % de ’ensemble de données original qui n’est

pas utilisé pour former le modéle.

Le modéle ayant la plus grande valeur de critére est sélectionné comme meilleur modéle.

Remarque : La sélection des meilleurs sous-ensembles demande plus de ressources de calcul que
la sélection pas a pas ascendante. Lorsque la sélection des meilleurs sous-ensembles est effectuée
en conjonction avec le boosting, le bagging ou le traitement d’ensembles trés volumineux, elle peut
étre plus longue que la création d’un mode¢le standard a 1’aide de la sélection pas a pas ascendante.
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Ensembles

Figure 15-5
Parameétres des ensembles

Champs || Options de creation | Options de modéle | Annotations

Sélectionnez un &lément :

Chjectifs & Ces paramétres déterminert le comportement de création des ensembles lorsque M"amélioration,
I I"agrégation ou de trés grands ensembles de données sont requis danz les objectifs.

Bazes Les options ne ="appliquant pas sont ignorées.

Choix du modéle

Réglez de combinaison
Ensembles

) a Régle de combinaizon par défaut pour les cibles continues: -
Options svancées 4 = P B floyenne

Amélioration et agrégation

Mombre des modéles de composant pour I'amélioration etfiou "agrégstion:

Ces paramétres déterminent le comportement d’assemblage qui se produit lors du boosting, du
bagging ou lorsque que des ensembles volumineux de données sont requis dans les objectifs. Les
options qui ne s’appliquent pas a 1’objectif sélectionné sont ignorées.

Bagging et trés grands ensembles de données. Lors de I’évaluation d’un ensemble, il s’agit de
la régle utilisée pour combiner les valeurs prédites a partir des modeles de base pour calculer
la valeur de score d’un ensemble.

m Regles de combinaison par défaut pour les cibles continues. Des valeurs prédites d’ensemble
pour des cibles continues peuvent étre combinées a I’aide de la moyenne ou de la médiane des
valeurs prédites a partir des modéles de base.

Veuillez noter que lorsque 1’objectif consiste a améliorer la précision du modeéle, les sélections de
régles de combinaisons sont ignorées. Le boosting utilise toujours un vote majoritaire pondéré
pour évaluer des cibles catégorielles et une médiane pondérée pour évaluer des cibles continues.

Boosting et bagging. Spécifiez le nombre de modéles de base a créer lorsque 1’objectif est
d’améliorer la précision ou la stabilité du modéle ; pour le bagging, il s’agit du nombre
d’échantillons de bootstrap. Il doit s’agir d’un entier positif.
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Avancé

Figure 15-6
Parametres avancés

Champs || Options de création | Oetions de modéle | Annotations

Sélectionnez un Elément :

Ohjectifs qf Dupliquer les résuttats

Choix du modéle Graine sléstoire; (54752075

Enzembles

Options avancees

Dupliquer les résultats. Définir une valeur de départ aléatoire vous permet de dupliquer des
analyses. Le générateur de nombres aléatoires est utilisé pour choisir les enregistrements de
I’ensemble de prévention de surajustement. Spécifiez un entier ou cliquez sur Générer, ce qui
crée un entier pseudo-aléatoire compris entre 1 et 2147483647, inclus. La valeur par défaut
est 54752075.

Options de modéle

Figure 15-7
Onglet Options de modele

Champs | Options de création | Cptions de modéle

[ Enregistrer les valeurs prédites dans lensemble de données

[ Modéle dexportation

Enregistre les valeurs prédites dans I'ensemble de données. Le nom par défaut de la variable est
PredictedValue.

Exporter le modele. Cette option écrit le modéle sur un fichier .zip externe. Vous pouvez utiliser

ce fichier de modéle pour appliquer les informations du modéle aux autres fichiers de données a
des fins d’évaluation. Spécifiez un nom de fichier valide et unique. Si la spécification du fichier
pointe vers un fichier existant, le fichier est écrasé.
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Récapitulatif de modele

Figure 15-8
Vue récapitulative du modele

Récapitulatif du modéle

Cible Total sales

Préparation automatique des

données el
Méthode de choix du modeéle FPas a pas ascendante
Critere d"information 10803 021

Le crtére d"information est utilisé pour la comparaison aux
modeles. Les modéles avec la plus petite valeur de critére
d"information sont mieux ajustés.

Pire Meilleur
71,0%
I T T T
0% 25% 0% T5% 100%
Précision

La vue récapitulative du modéle est un instantané, permettant de consulter en un coup d’ceil le
modele et son ajustement.

Tableau. Le tableau identifie certains paramétres de modéle de haut niveau, dont :
B Le nom de la cible spécifié sur I’onglet Champs,

m  Si la préparation automatique des données a été réalisée comme spécifié dans les paramétres
de base,

m [a méthode de sélection du modele et le critére de sélection spécifiés dans les parametres de
sélection du modele. La valeur du critére de sélection du modele final est également affichée
et elle est présentée en plus petit, disposant d’un meilleur format.

Diagramme. Le diagramme affiche la précision du mod¢le final, qui est présenté en plus grand,
disposant d’un meilleur format. La valeur est de 100 x le R? ajusté pour le modéle final.
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Préparation automatique des données

Figure 15-9
Vue Préparation automatique des données

Préeparation automatique des données

Cible : Total sales

Champ Rdle Actions entreprises
~ Fusionner les catégories pour
Age category Valeur prédite  maximiser "association avec la
cible

~ Fusionner les catégories pour
Primary keyword set Yaleur prédite  maximiser "association avec la
cible

Maodifier le niveau de mesure de

Promotion Valeur prédite it B0 sl

~ Fusionner les catégories pour
Secondary keyword set “aleur prédite  maximiser ["association avec la
cible

Sile nom du champ d"origine est X, le nom du champ transformé est X
transformé. Le champ d"DI'I?InE est exclu de ["analyse et le champ
transformé est inclus a sa place.

Cette vue affiche des informations concernant les champs qui ont été exclus et la fagon dont les
champs transformés ont été dérivés dans 1’étape de préparation automatique des données (ADP).
Pour chaque champ transformé ou exclu, le tableau répertorie le nom du champ, son role au sein de
I’analyse et I’action entreprise par 1I’étape ADP. Les champs sont triés selon I’ordre alphabétique
croissant des noms de champ. Les actions possibles pour chaque champ comprennent :

Calculer la durée : en mois calcule le temps écoulé en mois a partir des valeurs d’un champ
contenant des dates et de la date systéme actuelle.

Calculer la durée : en heures calcule le temps écoulé en heures a partir des valeurs d’un champ
contenant des heures et de I’heure systéme actuelle.

Modifier le niveau de mesure de continu en ordinal reconvertit les champs continus possédant
moins de 5 valeurs uniques en champs ordinaux.

Modifier le niveau de mesure d’ordinal en continu reconvertit les champs ordinaux possédant plus
de 10 valeurs uniques en champs continus.

Supprimer les valeurs éloignées définit les valeurs des variables prédites continues qui se
trouvent au-dela d’une valeur de césure (€cart-type de 3 par rapport a la moyenne) sur
la valeur de césure.

Remplacer les valeurs manquantes remplace les valeurs manquantes des champs nominaux
par le mode, celles des champs ordinaux par la médiane, et celles des champs continus par la
moyenne.
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B Fusionner les catégories pour augmenter I'association avec la cibleidentifie les catégories de
variables prédites similaires en fonction de la relation entre I’entrée et la cible. Les catégories
ne différant pas de maniére significative (c’est-a-dire ayant une valeur p supérieure a 0,05),
sont fusionnées.

B Exclure les valeurs prédites constantes / aprés le traitement des valeurs éloignées / aprés la fusion
des catégories supprime les valeurs prédites qui possédent une valeur unique, éventuellement
une fois les autres actions ADP effectuées.

Importance des variables prédites

Figure 15-10
Vue Importance des variables prédites

Importance des valeurs prédites

Cible : Total sales

Secondary.
keyword set

Ad format]

Primary_]
keyword set

Age category—

Promation

Device ]

Gender|

1
0,0 0.2 04 0,6 08 1,0

[s2condany_kewward_transformed]

f I I I

Moins important Plus important

Généralement, vous souhaitez concentrer vos efforts de modélisation sur les champs prédicteurs
les plus importants et vous envisagez d’exclure et d’ignorer les moins importants. Le diagramme
d’importance des valeurs prédites peut vous y aider en indiquant I’importance relative de chaque
valeur prédite en estimant le modeéle. Etant donné que les valeurs sont relatives, la somme des
valeurs pour I’ensemble des valeurs prédites affichée est 1,0. L’importance des valeurs prédites
n’a aucun rapport avec la précision du modele. Elle est juste liée a I’importance de chaque valeur
prédite pour la réalisation d’une prévision, peu importe si cette derniére est précise ou non.
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Valeurs prévues en fonction des valeurs observées

Figure 15-11
Vue Valeurs prédites en fonction des valeurs observées

Valeurs prévues en fonction des valeurs observées

Cible : Total sales
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Ceci affiche un diagramme de dispersion mis en intervalles des valeurs prédites sur I’axe vertical
par les valeurs observées sur 1’axe horizontal. Idéalement, les points devraient se trouver sur
une ligne de 45 degrés ; cette vue peut indiquer si des enregistrements sont particuliérement
mal prédits par le modele.
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Figure 15-12
Vue Résidus, style d’histogramme

Résidus

Cible : Total sales

300 T
MWoyenne = -0,000
i Ecalt-t‘f( e=1000
250 N=1 0
200
§
@ 150
£
100
50
o T T T
-4 -2 0 2 4 5

Résidu studentisé

L'histogramme des résidus studentises compare la distribution des résidus a une distribution normale. La
ligne lissée représente la distribution normale. Plus les effectifs des résidus se trouvent prés de cette ligne,
plus la distribution des résidus est proche de la distribution normale.

Style : |Histogramme =

Ceci affiche un diagramme de diagnostique des résidus du modéle.

Styles de diagramme. 1 existe différents styles d’affichage accessibles depuis la liste déroulante
Style .

m Histogramme. Il s’agit d’un histogramme a intervalles des résidus studentisés avec une

superposition de la distribution normale. Les modéles linéaires supposent que les résidus ont
une distribution normale, de sorte que I’histogramme doit, dans I’idéal, approcher étroitement
la ligne de lissage.

Diagramme P-P. I1 s’agit d’un diagramme probabilité-probabilité mis en intervalles qui
compare des résidus studentisés a une distribution normale. Si la pente des points représentés
est moins forte que la ligne normale, les résidus affichent une plus grande variabilité qu une
distribution normale ; si la pente est plus forte, les résidus affichent une moins grande
variabilité qu’une distribution normale. Si les points représentés ont une courbe en S, la
distribution des résidus est asymétrique.
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Valeurs éloignées

Figure 15-13
Vue Valeurs éloignées

Valeurs éloignees

Cible : Total sales

Total sales Distance de Cook
560.040 0026
5EE6.440 0,025
548990 0018
539630 0018
485.430 0014
543240 0014

Ce tableau répertorie les enregistrements qui exercent une influence excessive sur le modéle et
affiche I'ID d’enregistrement (s’il est spécifié dans 1’onglet Champs), la valeur cible et la distance
de Cook. La distance de Cook est une mesure du degré de modification des résidus de tous les
enregistrements si un enregistrement donné est exclu des calculs des coefficients de modéle. Une
distance de Cook importante signifie que I’exclusion d’un enregistrement modifie de maniére
importante les coefficients et doit donc étre considérée comme ayant une influence.

Les enregistrements ayant une influence doivent étre examinés soigneusement afin de déterminer
si vous pouvez leur octroyer une pondération inférieure dans 1’estimation du modéle, tronquer
les valeurs ¢éloignées a un seuil acceptable ou supprimer complétement les enregistrements ayant
une influence.
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Figure 15-14
vue Effets, style de diagramme

Effets

Cible : Total sales

secondary - &
ad_format &

primary_keywor-- \

age_category_-- S —————————
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device «
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Affiche les effets avec des valeurs de significati...
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Style : |Diagramme

Cette vue affiche la taille de chaque effet dans le modéle.

Styles. Il existe différents styles d’affichage accessibles depuis la liste déroulante Style .

m Diagramme. Il s’agit d’un diagramme dans lequel les effets sont triés de haut en bas en
diminuant I’importance de la variable prédite. Les lignes de connexion du diagramme sont
pondérées en fonction de la signification de I’effet, une largeur de ligne plus importante
correspondant a des effets plus importants (valeurs p plus petites). Lorsque vous passez la
souris sur une ligne de connexion, une info-bulle affiche la valeur-p et I’importance de 1’effet.
Il s’agit de la valeur par défaut.

® Tableau. Il s’agit d’un tableau ANOVA pour le modéle général et les effets de modéle
individuels. 11 s’agit d’effets individuels triés de haut en bas en diminuant I’importance de
la variable prédite. Notez, que par défaut, le tableau est réduit et n’affiche que les résultats
du modele global. Pour consulter les résultats des effets du modéle individuel, cliquez sur la
cellule Modéle corrigé dans le tableau.

Importance des variables prédites. Il existe un curseur de I’importance des variables prédites qui
contrdle celles qui sont affichées dans la vue. Ceci ne modifie pas le modele, mais vous permet
simplement de vous concentrer sur les variables prédites les plus importantes. Par défaut, les 10
premiers effets sont affichés.
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Signification. Il existe un curseur de signification qui offre des commandes plus avancées sur les
effets affichés dans la vue, en plus de celles affichées en fonction de I’importance des variables
prédites Les effets ayant des valeurs de signification plus grandes que la valeur du curseur sont
masqués. Ceci ne modifie pas le modéle, mais vous permet simplement de vous concentrer sur
les effets les plus importants. Par défaut, la valeur est de 1,00, de sorte qu’aucun effet n’est

filtré en fonction de la signification.

Coefficients

Figure 15-15
Vue Coefficients, style de diagramme

Coefficients
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Cette vue affiche la valeur de chaque coefficient du modéle. Veuillez noter que les facteurs
(variables prédites catégorielles) sont codés par un indicateur dans le modéle, de sorte que les
effets comportant des facteurs ont généralement plusieurs coefficients associés, un pour chaque
catégorie exceptée la catégorie correspondant au paramétre redondant (de référence).

Styles. Il existe différents styles d’affichage accessibles depuis la liste déroulante Style .

m  Diagramme. Il s’agit d’un diagramme qui affiche d’abord la constante, puis trie les effets de
haut en bas en diminuant I’importance de la variable prédite. Au sein des effets contenant
des facteurs, les coefficients sont triés dans 1’ordre croissant de la valeur des données. Les
lignes de connexion du diagramme sont coloriées en fonction du signe du coefficient (voir
le diagramme) et sont pondérées en fonction de la signification du coefficient, une largeur
de ligne plus importante correspondant a des coefficient plus significatifs (valeurs-p plus
petites). Lorsque vous passez la souris sur une ligne de connexion, une info-bulle affiche la
valeur du coefficient, sa valeur-p et I’importance de 1’effet auquel est associé le paramétre. Il
s’agit du style par défaut.

m Tableau. Affiche les valeurs, les tests de signification et les intervalles de confiance des
coefficients de mode¢les individuels. Aprés la constante, les effets sont triés de haut en bas
en diminuant I’importance de la variable prédite. Au sein des effets contenant des facteurs,
les coefficients sont triés dans I’ordre croissant de la valeur des données. Notez, que par
défaut, le tableau est réduit et n’affiche que le coefficient, la signification et I’importance de
chaque paramétre du modele. Pour consulter I’erreur standard, la statistique ¢ et I’intervalle de
confiance, cliquez sur la cellule Coefficient dans le tableau. Lorsque vous passez la souris sur
le nom d’un paramétre du modele dans le tableau, une info-bulle affiche le nom du parameétre,
I’effet auquel il est associé, et (pour les valeurs prédites catégorielles) les étiquettes des
valeurs associées au paramétre du modele. Ceci est particulierement utile pour afficher les
nouvelles catégories créées lorsque la préparation automatique des données fusionne les
catégories similaires d’une valeur prédite catégorielle.

Importance des variables prédites. Il existe un curseur de I’importance des variables prédites qui
contrdle celles qui sont affichées dans la vue. Ceci ne modifie pas le modéle, mais vous permet
simplement de vous concentrer sur les variables prédites les plus importantes. Par défaut, les 10
premiers effets sont affichés.

Signification. Il existe un curseur de signification qui offre des commandes plus avancées sur
les coefficients affichés dans la vue, en plus de celle affichée en fonction de I’importance des
variables prédites. Les coefficients ayant des valeurs de signification plus grandes que la valeur
du curseur sont masqués. Ceci ne modifie pas le modele, mais vous permet simplement de vous
concentrer sur les coefficients les plus importants. Par défaut, la valeur est de 1,00, de sorte
qu’aucun coefficient n’est filtré en fonction de la signification.
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Moyennes estimées

Figure 15-16
Vue Moyennes estimées

Moyennes estimées
Cible : Total sales

Estimated means charts for significant effects (p<,05) are displayed.
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11 s’agit de diagrammes affichés pour des variables prédites significatives. Le diagramme
affiche la valeur estimée par le modele de la cible sur I’axe vertical pour chaque valeur de la
variable prédite de 1’axe horizontal en conservant toutes les autres variables prédites. Il offre une
visualisation pratique des effets des coefficients de chaque variable prédite sur la cible.

Remarque : si aucune variable prédite n’est significative, aucune moyenne estimée n’est générée.
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Récapitulatif de création de modele

Figure 15-17
Vue Récapitulatif de création de modéle, algorithme pas a pas ascendant

Récapitulatif de création de modéle

Cible : Total sales
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La méthode de création de modéle est la méthode ascendante pas a pas avec le critére d'information.
Une coche signifie que |"effet est présent dans le modéle a cette étape.

Lorsqu’un algorithme de sélection de modéle différent de Aucun est sélectionné dans les paramétres
de sélection de modéles, il propose certains détails concernant le processus de création du modéele.

Pas a pas ascendant. Lorsque 1’algorithme de sélection est pas a pas ascendant, le tableau affiche
les 10 dernieres étapes de I’algorithme pas a pas. Pour chaque étape, la valeur du criteére de
sélection et les effets du modele a cette étape sont affichés. Ceci vous offre un apergu de
I’ampleur de la contribution de chaque étape au modele. Chaque colonne vous permet de trier
les lignes afin que vous puissiez voir plus facilement les effets qui se trouvent dans le modéle a
chaque étape donnée.

Meilleurs sous-ensembles. Lorsque 1’algorithme de sélection est Meilleurs sous-ensembles, le
tableau affiche les 10 meilleurs modéles. Pour chaque modéle, la valeur du critére de sélection

et les effets du modele sont affichés. Ceci vous donne un apercu de la stabilité des meilleurs
modeles ; s’ils ont tendance a avoir des effets similaires avec quelques différences, vous pouvez
alors avoir une confiance raisonnable dans le « meilleur » modeéle ; s’ils ont tendance a avoir des
effets trés différents, certains des effets peuvent étre trop similaires et doivent étre associés (ou
I’un d’entre eux doit étre supprimé). Chaque colonne vous permet de trier les lignes afin que vous
puissiez voir plus facilement les effets qui se trouvent dans le modéle a chaque étape donnée.
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Regression linéaire

La régression linéaire estime les coefficients de 1’équation linéaire, impliquant une ou plusieurs
variables indépendantes, qui estiment le mieux la valeur de la variable dépendante. Par exemple,
vous pouvez essayer d’estimer les ventes annuelles globales d’un commercial (la variable
dépendante) a partir de variables indépendantes telles que 1’age, 1’éducation et les années
d’expérience.

Exemple : Le nombre de matches gagnés par une équipe de basket-ball au cours d’une saison
est-il lié¢ au nombre moyen de points marqués par 1’équipe a chaque match ? Un diagramme

de dispersion indique que ces variables ont un lien linéaire. Le nombre de matches gagnés et
le nombre moyen de points marqué par I’équipe adverse ont également un lien linéaire. Ces
variables ont une relation négative. Lorsque le nombre de matches gagnés augmente, le nombre
moyen de points marqués par les adversaires diminue. A ’aide de la régression linéaire, vous
pouvez modéliser la relation entre ces variables. Un bon modéle peut étre utilisé pour prévoir
combien de matches les équipes vont gagner.

Statistiques : Pour chaque variable, on a les éléments suivants : nombre d’observations valides,
moyenne et écart-type. Pour chaque modéle : coefficients de régression, matrice de corrélations,
mesures et corrélations partielles, R multiple, R2, R? ajusté, variation de R2, erreur standard

de I’estimation, tableau d’analyse de la variance, prévisions et résidus. En plus, intervalles de
confiance a 95 % pour chaque coefficient de régression, matrice variances-covariances, facteur
d’inflation de la variance, tolérance, test de Durbin-Watson, mesures de distances (Mahalanobis,
Cook, et valeurs influentes), DfBéta, différence de prévision, intervalles d’estimation et
diagnostics des observations. Diagrammes : dispersion, diagrammes partiels, histogrammes et
diagrammes de répartition gaussiens.

Données : Les variables dépendantes et indépendantes doivent étre quantitatives. Les variables
qualitatives, comme la religion, la qualification, la zone de résidence, doivent étre enregistrées
sous forme de variables binaires (muettes) ou sous de tout autre type de variables de contraste.

Hypotheéses : Pour chaque valeur de la variable indépendante, la distribution de la variable
dépendante doit étre normale. La variance de la distribution de la variable dépendante doit
&tre constante pour toutes les valeurs de la variable indépendante. La relation entre la variable
dépendante et chaque variable indépendante doit €tre linéaire et toutes les observations doivent
étre indépendantes.

Obtenir une analyse de régression linéaire

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Régression > Linéaire

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 102
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Régression linéaire

Figure 16-1
Boite de dialogue Régression linéaire

@ Régression linéaire
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» Dans la boite de dialogue Régression linéaire, sélectionnez une variable numérique dépendante.

» Sélectionnez une ou plusieurs variables indépendantes.

Sinon, vous pouvez :

®  Grouper des variables indépendantes en blocs et spécifier différentes méthodes d’entrée
pour différents sous-groupes de variables.

m  Choisir une variable de sélection pour limiter I’analyse a un sous-groupe d’observations ayant
une ou des valeurs particuliéres pour cette variable.

m  Sélectionner une variable d’identification d’observations pour identifier des points sur les
diagrammes.

m  Sélectionnez une variable de pondération WLS numérique pour une analyse des moindres
carrés pondérés.

WLS. Permet d'obtenir un modéle des moindres carrés pondéré. Les points de données sont
pondérés par l'inverse de leur variance. Ainsi, les observations dont la variance est ¢levée ont
moins d'impact sur l'analyse que celles dont la variance est faible. Si la valeur de la variable de
pondération est nulle, négative ou manquante, I'observation est exclue de I'analyse.
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Meéthodes de sélection des variables de régression linéaire

La sélection d’une méthode vous permet de spécifier la maniére dont les variables indépendantes
sont entrées dans I’analyse. En utilisant différentes méthodes, vous pouvez construire divers
modeles de régression a partir du méme groupe de variables.

® Introduire (régression). Procédure de sélection de variables au cours de laquelle toutes les
variables d'un bloc sont introduites en une seule opération.

m Pas a pas. A chaque étape, le programme saisit la variable indépendante exclue de I'équation
ayant la plus petite probabilité de F, si cette probabilité est suffisamment faible. Les variables
déja comprises dans 1'équation de régression sont éliminées si leur probabilité de F devient trop
grande. Le processus s'arréte lorsqu'aucune variable ne peut plus étre introduite ou éliminée.

®  Eliminer bloc. Procédure de sélection de variables dans laquelle toutes les variables d'un bloc
sont supprimées en une seule étape.

m Elimination descendante. Procédure de sélection de variables au cours de laquelle toutes les
variables sont entrées dans l'équation, puis éliminées une a une. La variable ayant la plus
petite corrélation partielle avec la variable dépendante est la variable dont 1'élimination est
étudiée en premier. Si elle répond aux critéres d'élimination, elle est supprimée. Une fois
la premicre variable ¢liminée, I'élimination de la variable suivante restant dans I'équation et
ayant le plus petit coefficient de corrélation partielle est étudiée. La procédure prend fin quand
plus aucune variable de 1'équation ne satisfait aux critéres d'élimination.

®m Introduction ascendante. Procédure de sélection pas a pas de variables, dans laquelle les
variables sont introduites séquentiellement dans le modele. La premicre variable considérée
est celle qui a la plus forte corrélation positive ou négative avec la variable dépendante. Cette
variable n'est introduite dans 1'équation que si elle satisfait le critére d'introduction. Si la
premicre variable est introduite dans I'équation, la variable indépendante externe a I'équation
et qui présente la plus forte corrélation partielle est considérée ensuite. La procédure
s'interrompt lorsqu'il ne reste plus de variables satisfaisant au critére d'introduction.

Les valeurs de significativité dans vos résultats sont basées sur 1’adéquation a un modeéle unique.
Par conséquent, les valeurs de significativité ne sont généralement pas valables lorsqu’on utilise
une méthode progressive (pas a pas, ascendante ou descendante).

Toutes les variables doivent respecter le critére de tolérance pour étre entrées dans 1’équation,
quelle que soit la méthode d’entrée spécifiée. Le niveau de tolérance par défaut est 0,0001. Une
variable n’est pas entrée si elle fait passer la tolérance d’une autre variable déja entrée dans
le modele en dessous du seuil de tolérance.

Toutes les variables indépendantes sélectionnées sont ajoutées dans un seul modele de
régression. Cependant, vous pouvez spécifier différentes méthodes d’entrée pour les sous-groupes
de variables. Par exemple, vous pouvez entrer un bloc de variables dans le mode¢le de régression
en utilisant la sélection pas a pas, et un second bloc en utilisant la sélection ascendante. Pour
ajouter un second bloc de variables au modéle de régression, cliquez sur Suivant.
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Régression linéaire : Définir la regle

Figure 16-2
Boite de dialogue Régression linéaire : Définir loi

ﬁRégressinn linéaire : Définir la regle

Définir la régle de sélection
resale

Waleur

|Supérieur a - | |1 a |

IéF‘oursuiweéI[ Annuler ][ Lide ]

Les observations définies par la régle de sélection sont incluses dans I’analyse. Par exemple, si
vous sélectionnez une variable, choisissez égale et saisissez 5 pour la valeur, alors seules les
observations pour lesquelles la variable sélectionnée a une valeur égale a 5 seront incluses dans
I’analyse. Une valeur chaine est également permise.

Diagrammes de régression linéaire

Figure 16-3
Boite de dialogue Régression linéaire : Graphiques (diagrammes)

H Regression lineaire : Diagrammes
DEPERDMT Dispersion 1 de 1
e e
Suivant
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*  [szpren |

Diagrammes des résidus normalizés — . i .
|_| Generer tous les graphiques partiels

Eﬂ Histogramme

[ Diagramme de réparttion gaussien

Annuler ][ Ajde ]

Les diagrammes peuvent aider a valider les hypothéses de normalité, linéarité et d’égalité

des variances. Les diagrammes sont également utiles pour détecter les valeurs éloignées, les
observations ¢éloignées et les observations influentes. Aprés avoir été enregistrés comme variables
nouvelles, les prévisions, résidus et autres diagnostics sont disponibles dans 1’éditeur de données
pour construire des diagrammes avec les variables indépendantes. Les diagrammes suivants

sont disponibles :

Diagrammes de dispersion : Vous pouvez afficher deux des éléments suivants : la variable
dépendante, les prévisions standardisées, les résidus standardisés, les résidus supprimés, les
prévisions ajustées, les résidus standardisés et les résidus supprimés de Student. Affichez les
résidus standardisés par rapport aux prévisions standardisées pour vérifier la linéarité et 1’égalité
des variances.
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Liste des variables sources :. Répertorie la variable dépendante (DEPENDNT), ainsi que les
variables prévues et les résidus suivants : prévisions standardisées (*ZPRED), résidus standardisés
(*ZRESID), résidus supprimés (*DRESID), prévisions ajustées (* ADJPRED), résidus de Student
(*SRESID), résidus supprimés de Student (*SDRESID).

Genérer tous les graphiques partiels : Affiche des diagrammes de dispersion des résidus de chaque
variable indépendante et les résidus de la variable dépendante lorsque les deux variables sont
régressées séparément par rapport au reste des variables indépendantes. Au moins deux variables
indépendantes doivent étre dans 1’équation pour produire un diagramme partiel.

Diagrammes des résidus standardisés : Vous pouvez obtenir des histogrammes des résidus
standardisés et des diagrammes de répartition gaussiens en comparant la répartition des résidus
standardisés a une répartition gaussienne.

Si vous demandez des diagrammes, des statistiques récapitulatives sont affichées pour les
prévisions standardisées et les résidus standardisés (*ZPRED et *ZRESID).
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Régression linéaire : Enregistrer de nouvelles variables

Figure 16-4

Boite de dialogue Régression linéaire : Enregistrer les nouvelles variables

H Reégression linéaire : Enregistrer
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Régression linéaire

Vous pouvez enregistrer les prévisions, les résidus et autres statistiques utiles pour les diagnostics.
Chaque sélection ajoute une ou plusieurs variables a votre fichier de données actif.

Prévisions : Valeurs prévues par le mod¢le de régression pour chaque observation.

Non standardisés. Valeur prévue par le modéle pour la variable dépendante.

Standardisés. Transformation de chaque prévision en sa forme normalisée. La prévision
moyenne est soustraite de la prévision, et la différence est divisée par I'écart-type des
prévisions. Les prévisions standardisées ont une moyenne de 0 et un écart-type de 1.

Ajustées. Prévision pour une observation lorsqu'une observation est exclue du calcul des

coefficients de régression.

Erreur standard prévision moyenne. Erreurs standard des prévisions. Estimation de 1'écart-type
de la valeur moyenne de la variable expliquée pour les unités statistiques qui ont les mémes
valeurs pour les valeurs explicatives.
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Distances : Mesures permettant d’identifier les observations avec des combinaisons inhabituelles
de valeurs pour les variables indépendantes et les observations qui peuvent avoir un impact
important sur le modéle.

Mahalanobis. Mesure de la distance entre les valeurs d'une observation et la moyenne de toutes
les observations sur les variables indépendantes. Une distance de Mahalanobis importante
identifie une observation qui a des valeurs extrémes pour des variables indépendantes.

Cook. Mesure du degré dont les résidus de toutes les observations sont modifiés si une
observation donnée est exclue des calculs des coefficients de régression. Si la distance de
Cook est élevée, l'exclusion d'une observation changerait substantiellement la valeur des
coefficients.

Valeurs influentes. Mesures de I'influence d'un point sur I'ajustement de la régression. La
valeur influente centrée varie de 0 (aucune influence sur la qualité de I'ajustement) & (N-1)/N.

Intervalles de la prévision : Les limites supérieure et inférieure pour les intervalles de la prévision
moyenne et individuelle.

Moyenne. Limites inféricure et supérieure (deux variables) de l'intervalle de prévision de la
réponse moyenne prévue.

Individuelle. Limites inférieure et supérieure (deux variables) de l'intervalle de prévision de la
variable dépendante pour une seule observation.

Intervalle de confiance. Entrez une valeur comprise entre 1 et 99,99 pour spécifier le seuil de
confiance pour les deux intervalles de la prévision. Vous devez sélectionner Moyenne ou
Individuelle avant d'entrer cette valeur. Les seuils d'intervalle de confiance typiques sont 90,
95 et 99.

Résidus : La valeur réelle de la variable indépendante moins la valeur prévue par 1’équation de

régression.

®  Non standardisés. Différence entre la valeur observée et la valeur prévue par le modéle.

m  Standardisés. Résidu, divisé par une estimation de son erreur standard. Egalement appelés
résidus de Pearson, les résidus standardisés ont une moyenne de 0 et un écart-type de 1.

m  Studentisés. Résidu, divisé par une estimation de son écart-type, qui varie d'une observation
a l'autre, selon la distance entre les valeurs et la moyenne des variables indépendantes pour
chaque observation.

m  Supprimées. Résidu d'une observation lorsque celle-ci est exclue du calcul des coefficients de
régression. Il s'agit de la différence entre la valeur de la variable dépendante et la prévision
ajustée.

m  Supprimeés studentisés. Résidu supprimé d'une observation, divisé par son erreur standard. La

différence entre le résidu supprimé de Student et le résidu de Student associé indique 1'impact
de I'élimination d'une observation sur sa propre prédiction.

Influences individuelles : Modification des coefficients de régression (DfBéta[s]) et des prévisions

(différence de prévision) qui résulte de I’exclusion d’une observation particuliére. Les valeurs
DfBétas et de différence de prévision standardisées sont également disponibles ainsi que le
rapport de covariance.

m Différence de béta. La différence de béta correspond au changement des coefficients de
régression qui résulte du retrait d'une observation particuliére. Une valeur est calculée pour
chaque terme du modéle, y compris la constante.
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m DfBéta(s) standardisée. Différence normalisée de la valeur béta. Modification du coefficient
de régression, résultant de l'exclusion d'une observation donnée. Vous pouvez par exemple
examiner les observations ayant des valeurs absolues supérieures a 2, divisées par la racine
carrée de N, N représentant le nombre d'observations. Une valeur est calculée pour chaque
terme du modele, y compris la constante.

m Différence d'ajustement. La différence d'ajustement est le changement de la prévision résultant
de I'exclusion d'une observation donnée.

m Dfprévision standardisée. Différence normalisée de la valeur ajustée. Modification de la
prévision qui résulte de 1'exclusion d'une observation donnée. Vous pouvez par exemple
examiner les valeurs standardisées dont la valeur absolue est supérieure a 2 fois la racine carrée
de p/N, p correspondant au nombre de paramétres du modéle et N, au nombre d'observations.

m Rapport de covariance. Rapport entre le déterminant de la matrice de variance-covariance si
une observation donnée a été exclue du calcul des coefficients de régression et le déterminant
de la matrice de covariance avec toutes les observations incluses. Si le rapport est proche de
1, I'observation modifie peu la matrice de covariance.

Statistiques a coefficients. Enregistre les coefficients de régression dans un ensemble de données
ou dans un fichier de données. Les ensembles de données sont disponibles pour utilisation
ultérieure dans la méme session mais ne sont pas enregistrés en tant que fichiers sauf si vous

le faites explicitement avant la fin de la session. Le nom des ensembles de données doit &tre
conforme aux régles de dénomination de variables.

Exporter les informations du modéle dans un fichier XML : Les estimations de parameétres et leurs
covariances (facultatif) sont exportées vers le fichier spécifi¢ au format XML (PMML). Vous
pouvez utiliser ce fichier de modéle pour appliquer les informations du modéle aux autres fichiers
de données a des fins d’évaluation.

Statistiques de régression linéaire

Figure 16-5
Boite de dialogue Statistiques

= Regression lingaire : Statistiques

Coefficients de régression = o .
[+ Quialité de rejustement

¥ Estimations [ waristion de R-deusx

[7] ntervalles de confiance | — & s
=5 || Caracteristigues

:Z Mesure et corrélations partielles
[T Matrice de covariance [+ Tests de colinéarits
Résidus
[ Durkin-wstson
__ Diagnostic des obhservations

Q

Annuler ][ Aide ]
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Les statistiques suivantes sont disponibles :

Coefficients de régression : L’option Estimations affiche le coefficient de régression B, I’erreur
standard de B, le coefficient béta standardisé, la valeur # de B et le niveau de signification bilatéral
de t. Les Intervalles de confiance affichent les intervalles de confiance avec le niveau spécifi¢ de
confiance pour chaque coefficient de regréssion ou une matrice de covariance. L’option Matrice
de covariance affiche la matrice de variance-covariance des coefficients de régression avec les
covariances hors de la diagonale et les variances dans la diagonale. Une matrice de corrélation est
également affichée.

Qualité de I'ajustement : Les variables entrées et supprimées du modele sont listées et les
statistiques de la qualité de 1’ajustement suivantes sont affichées : R multiple, R? et R? ajusté,
erreur standard de 1’estimation et un tableau d’analyse de variance.

Variation de R-deux : Variation de la statistique du R? obtenue en ajoutant ou en enlevant une
variable indépendante. Si la variation du R? associée a une variable est importante, cela signifie
que la variable est une bonne explication de la variable dépendante.

Descriptives. Fournit le nombre d’observations valides, la moyenne et ’écart-type de chaque
variable de 1’analyse. Une matrice de corrélations avec le seuil de signification unilatéral et le
nombre d’observations pour chaque corrélation sont également affichés.

Corrélation partielle. Corrélation résiduelle entre deux variables aprés I'élimination de la
corrélation due a leur association mutuelle avec les autres variables. 11 s'agit de la corrélation entre
la variable dépendante et une variable indépendante lorsque les effets linéaires des autres variables
indépendantes du mod¢le ont été éliminés des deux variables.

Corrélation partielle. 11 s'agit de la corrélation entre la variable dépendante et une variable
indépendante lorsque les effets linéaires des autres variables indépendantes du modéle ont été
¢liminés de la variable indépendante. Elle est liée a la modification du R-deux lorsqu'une variable
est ajoutée a une équation. (Parfois appelée corrélation semi-partielle.)

Tests de colinéarité : La colinéarité (ou multicolinéarité) est la situation indésirable ou une variable
indépendante est une fonction linéaire d’autres variables indépendantes. Les valeurs propres de
la matrice des produits croisés dimensionnés et non centrés, les indices de conditionnement et

les proportions de décomposition de variance sont affichés ainsi que les facteurs d’inflation de la
variance (VIF) et les tolérances pour les variables individuelles.

Résidus : Affiche le test de Durbin-Watson de corrélation sérielle des résidus et le diagnostic des
observations correspondant au critére de sélection (valeurs éloignées de n écarts-types).
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Régression linéaire

Régression linéaire : Options

Figure 16-6
Boite de dialogue Régression linéaire : Options
Régression linéaire : Options

Parametres des méthodes progressives
@ Choisir la probabiité de F

Ertrée : Suppression

@ chaisir la valeur de F

!_.[; Incihure terme constant dans Méqustion
“aleurs manguantes

® Exclure toute ohservation incompléte
© Exclure seulemert les composantes non valides

(@] Remplacer par la mayenne

|§P0ur3uiwe§|[ Annuler ][ Aicle ]

Les options suivantes sont disponibles :

Parametres des méthodes progressives : Ces options sont valables lorsque la méthode de sélection
ascendante, descendante ou progressive a été sélectionnée. Des variables peuvent étre entrées
ou supprimées du mode¢le soit en fonction de la signification (probabilité) de la valeur F, soit en
fonction de la valeur F elle-méme.

m  Utiliser la probabilité de F. Une variable est entrée dans le mode¢le si le seuil de signification de
la valeur F est inférieur a la valeur Entrée ; la variable est éliminée si ce seuil est supérieur a la
valeur Elimination. La valeur Entrée doit étre inférieure a la valeur Elimination et toutes deux
doivent étre positives. Pour introduire davantage de variables dans le mod¢le, diminuez la
valeur Entrée. Pour éliminer davantage de variables du modé¢le, réduisez la valeur Elimination.

m Utiliser la valeur de F. Une variable est introduite dans un modéle si sa valeur F est supérieure
a la valeur Entrée et elle est éliminée si la valeur F est inférieure a la valeur Elimination.
La valeur Entrée doit étre supérieure a la valeur Elimination et toutes deux doivent étre
positives. Pour introduire davantage de variables dans le mode¢le, réduisez la valeur du
champ Entrée. Pour éliminer davantage de variables dans le mod¢le, augmentez la valeur du
champ Elimination.

Inclure terme constant dans I'équation : Par défaut, le modéle de régression inclut un terme
constant. Désélectionner cette option force la régression jusqu’a ’origine, ce qui est rarement
utilisé. Certains résultats de la régression jusqu’a I’origine ne sont pas comparables aux résultats
de la régression incluant une constante. Par exemple, R2 ne peut pas étre interprété de la maniére
habituelle.

Valeurs manquantes : Vous pouvez choisir I’'un des éléments suivants :

m  Exclure toute observation incompléte : Seules les observations dont les valeurs sont valides
pour toutes les variables sont incluses dans les analyses.
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m  Exclure seulement les composantes non valides : Les observations pour lesquelles les données

sont complétes pour la paire de variables corrélées sont utilisées pour calculer le coefficient

de corrélation sur lequel I’analyse de régression est basée. Les degrés de liberté sont basés sur
le minimum N par paire.

Remplacer par la moyenne : Toutes les observations sont utilisées pour les calculs, en
substituant la moyenne de la variable aux observations manquantes.

Fonctionnalités suppléementaires de la commande REGRESSION

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Ecrire une matrice de corrélation ou lire une matrice a la place de données brutes afin d’obtenir
une analyse de régression (avec la sous-commande MATRIX).

Spécifier des niveaux de tolérance (avec la sous-commande CRITERIA).

Obtenir plusieurs modéles pour des variables dépendantes différentes ou identiques (avec les
sous-commandes METHOD et DEPENDENT).

Obtenir des statistiques supplémentaires (avec les sous-commandes DESCRIPTIVES et
STATISTICS).

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.
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Regression ordinale

La régression ordinale vous permet d’effectuer un modele dont la variable dépendante est une
réponse ordinale sur un groupe de prédicteurs pouvant étre soit des facteurs, soit des covariables.
Le concept de régression ordinale repose sur la méthodologie de McCullagh (1980, 1998) ; vous
trouverez cette procédure sous le nom de PLUM dans la syntaxe.

L’analyse de la régression linéaire standard implique la réduction des différences de sommes
des carrés entre une variable de réponse (dépendante) et une combinaison pondérée des prédicteurs
(variables indépendantes). Les coefficients estimés reflétent le mode d’affectation de la réponse
due aux modifications des prédicteurs. La réponse est numérique, dans le sens ou les changements
de niveau de réponse sont équivalents pour I’ensemble des intervalles de réponse. Par exemple,
la différence de taille existant entre une personne de 150 cm et une de 140 cm est de 10 cm, ce
qui correspond a la méme différence existant entre une personne de 210 cm et une de 200 cm.
Ces relations n’existent peut-étre pas pour les variables ordinales, pour lesquelles le choix et le
nombre de modalités de réponse peut étre relativement arbitraire.

Exemple : La régression ordinale peut étre utilisée en vue d’étudier la réaction des patients a
certaines doses de médicament. §AA Les réactions possibles peuvent étre classées en aucune,
légere, modérée ou grave. La différence entre une réaction 1égere et une réaction modérée est
difficile, voire impossible a quantifier car elle repose sur une perception. De plus, la différence
entre une réponse légere et une réponse modérée peut étre supérieure ou inférieure a la différence
existant entre une réponse modérée et une réponse grave.

Diagrammes et statistiques : Fréquences observées et théoriques, et fréquences cumulées, résidus
de Pearson pour les fréquences cumulées, probabilités observées et théoriques, probabilités
observées et cumulées théoriques de chaque modalité de réponse par type de covariable,
corrélation asymptotique et matrices de covariance des estimations des paramétres, Khi-deux de
Pearson et Khi-deux du rapport de vraisemblance, qualité d’ajustement, historique des itérations,
test d’hypothéses de lignes paralléles, estimations des paramétres, erreurs standard, intervalles de
confiance, statistiques de Cox et Snell, de Nagelkerke et R? de McFadden.

Données. La variable dépendante est considérée comme ordinale, mais peut étre soit numérique,
soit chaine. L’ordre est déterminé par le tri des valeurs de la variable dépendante par ordre
croissant. La plus petite valeur définit la premicre modalité. Les variables actives sont supposées
&tre qualitatives. Les covariables doivent étre numériques. Notez que 'utilisation de plusieurs
covariables continues peut engendrer la création d’un tableau volumineux de probabilités par
cellule.

Hypothéses : Secule une variable de réponse est autorisée et doit donc étre spécifiée. De plus, pour
chaque type de valeurs distinct parmi les variables explicatives, les réponses sont supposées
étre des variables multinomiales explicatives.

Procédures apparentées : La régression logistique nominale utilise des mod¢les similaires pour les
variables dépendantes nominales.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 113
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Obtention d’une régression ordinale
» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Régression > Ordinale...

Figure 17-1
Boite de dialogue Régression ordinale

Régression ordinale

Dépendant :
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&) Perzonal status [pe..
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[
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» Sélectionnez une variable dépendante.

» Cliquez sur OK.

Régression ordinale : Options

La boite de dialogue Options vous permet d’ajuster des parametres utilisés dans I’algorithme
d’estimation itératif, de choisir un niveau de confiance pour vos estimations de paramétres et de
sélectionner une fonction de lien.

Figure 17-2
Boite de dialogue Régression ordinale : Options
H Régression ordinale : Options
ftérations
Mombre meimurm o'térstions ; oo

Mombre maximum de step-halving ©

Convergence de log-vraisemblance @

Convergence des parametres 0.oooon =

Intervalle de confiance : k-
Tolérance singularté : 000000001 =

Lien : |Log-log camplémentsire = |

EPoursuiweEl[ Annuler ][ Lide ]

Itérations : Vous pouvez personnaliser 1’algorithme itératif.
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®  Nombre maximum d'itérations : Spécifiez un nombre entier non négatif. Si vous indiquez 0, la
procédure renvoie aux estimations initiales.

®  Nombre maximum de dichotomie : Spécifiez un nombre entier positif.

m  Convergence de log-vraisemblance : L’algorithme s’interrompt si la modification absolue
ou relative apportée au log-vraisemblance est inférieure a cette valeur. Le critére n’est pas
utilisé si 0 est spécifié.

m  Convergence des parametres : L’algorithme s’interrompt si la modification absolue ou relative
apportée a chaque estimation de paramétres est inférieure a cette valeur. Le critére n’est
pas utilisé si 0 est spécifié.

Intervalle de confiance : Spécifiez une valeur supérieure ou égale a 0 et inférieure a 100.

Delta. Valeur ajoutée aux fréquences zéro par cellule. Spécifiez une valeur non négative,
inférieure a 1.
Tolérance singularité : Option utilisée pour vérifier les prédicteurs a haute dépendance.

Sélectionnez une valeur dans la liste des options.

Fonction de lien. La fonction de lien consiste en une transformation des probabilités cumulées
permettant d’estimer le modéle. Les cing fonctions de lien disponibles sont récapitulées dans le
tableau suivant.

Fonction Forme Application standard

Logit log(e/(1-¢)) Modalités réparties de fagon égale

Log-log complémentaire log(—log(1-¢)) Modalités supérieures les plus
probables

Log-log négatif —log(—log(¢)) Modalités inférieures plus
probables

Probit 6] Variable de latence normalement
répartie

Cauchit (Cauchy inverse) tan(n(£—0,5)) Variable de latence avec de
nombreux extrema

Régression ordinale : Résultat

La boite de dialogue Résultat vous permet de générer des tableaux d’affichage dans le Viewer et
d’enregistrer des variables dans le fichier de travail.
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Figure 17-3
Boite de dialogue Régression ordinale : Résultat
Reégression ordinale : Résultats

Afficher “ariahles enregistrées
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-{’ Test de droites parallsles @ Exclure la constante mutinomizle
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Afficher :Génére des tableaux pour :

Historique des itérations d'impression : Le log-vraisemblance et les estimations des parametres
sont imprimés en fonction de la fréquence des itérations d’impression spécifiée. La premicre
et la derniére itération sont toujours imprimeées.

Qualité d'ajustement : Khi-deux de Pearson et khi-deux du rapport de vraisemblance. Ces
¢léments sont calculés en fonction du classement indiqué dans la liste des variables.

Statistiques récapitulatives : Statistiques de Cox et Snell, de Nagelkerke et R2 de McFadden.

Estimations des parametres : Estimations des paramétres, erreurs standard et intervalles de
confiance.

Corrélation asymptotique des estimations : Matrice de corrélations des estimations de
parametres.

Covariance asymptotique des estimations : Matrice de covariances des estimations de
parametres.

Informations sur les cellules : Fréquences observées et théoriques, et fréquences cumulées,
résidus de Pearson pour les fréquences cumulées, probabilités observées et théoriques,
probabilités observées et cumulées de chaque modalité de réponse par type de covariable.
Notez que pour les modeéles comportant plusieurs types de covariable (par exemple, les
modeles avec covariables continues), cette option peut générer un tableau trés volumineux
et donc, difficile a gérer.

Test de droites paralléles : Test d’hypothése selon laquelle les paramétres d’emplacement sont
équivalents pour tous les niveaux de la variable dépendante. Cette option est uniquement
disponible pour le modéle d’emplacement.

Variables enregistrées : Enregistre les variables suivantes dans le fichier de travail :

Probabilités des réponses estimées : Probabilités estimées sur un modele de classement d’un
type de facteur/covariable dans les modalités de réponse. Il existe autant de probabilités que
de nombre de modalités de réponse.

Modalité estimée : Modalité de réponse contenant la probabilité estimée maximale pour un
type de facteur/covariable.
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®  Probabilité de modalité estimée : Probabilité¢ estimée de classement d’un type de
facteur/covariable au sein d’une modalité prévue. Cette probabilité représente également le
maximum de probabilités estimées du type de facteur/covariable.

®  Probabilité de modalité actuelle : Probabilité estimée de classement d’un type de
facteur/covariable au sein de la modalité actuelle.

Imprimer un rapport de vraisemblance : Commande I’affichage du rapport de log-vraisemblance.

Inclure la constante multinomiale vous indique la valeur compléte de la vraisemblance. Pour

comparer vos résultats parmi les produits n’incluant pas de constante, vous pouvez choisir de
I’exclure.

Régression ordinale : Emplacement

La boite de dialogue Emplacement vous permet de spécifier le modele d’emplacement de

I’analyse.
Figure 17-4
Boite de dialogue Régression ordinale : Emplacement
Regression ordinale : Emplacement
Specifier l2 modéle
© Effets prnCipaus @) Personnalisé
Facteursicovariables : tocéle d'emplacement :
M numered niLmcr e
M othdet othelskt
M housng housng
E age Terme(s) construit(s) age
[# duration Type: duration

Effets principaux =

[Poursuivre][ Annuler ][ Aide ]

Spécifier un modele : Un mod¢le comportant des effets principaux contient des effets principaux de
covariable et de facteur, mais aucun effet d’interaction. Vous pouvez créer un modéle personnalisé
pour définir des sous-groupes d’interactions de facteurs ou de covariables.

Facteurs/covariables : 8FM Les facteurs et les covariables sont répertoriés.

Modele d’emplacement : Le modéle dépend des effets principaux et des effets d’interaction que
vous sélectionnez.
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Termes construits

Pour les facteurs et covariables sélectionnés :

Interaction :Crée le terme d’interaction du plus haut niveau de toutes les variables sélectionnées. 11
s’agit de la valeur par défaut.

Effets principaux :Crée un terme d’effet principal pour chaque variable sélectionnée.

Toutes d’ordre 2 :Crée toutes les interactions d’ordre 2 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’ordre 3 :Crée toutes les interactions d’ordre 3 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d'ordre 4 :Crée toutes les interactions d’ordre 4 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 5 :Crée toutes les interactions d’ordre 5 possibles des variables sélectionnées.

Régression ordinale : Echelle

La boite de dialogue Echelle vous permet de spécifier le modéle d’échelle de 1’analyse.

Figure 17-5
Boite de dialogue Régression ordinale : Echelle
Régression ordinale : Echelle
Facteursicovariables tocéle d'échels :
M numered
M athelekt
M houzng
E age Termel=) construit(s)
[# curation Type:

Effets principaux =

(o) (ot (s )

Facteurs/covariables : 8FM Les facteurs et les covariables sont répertoriés.

Modele d’échelle : Le modéle dépend des effets principaux et des effets d’interaction que vous
sélectionnez.

Termes construits

Pour les facteurs et covariables sélectionnés :

Interaction :Crée le terme d’interaction du plus haut niveau de toutes les variables sélectionnées. 11
s’agit de la valeur par défaut.

Effets principaux :Crée un terme d’effet principal pour chaque variable sélectionnée.
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Toutes d’ordre 2 :Crée toutes les interactions d’ordre 2 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’ordre 3 :Crée toutes les interactions d’ordre 3 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’'ordre 4 :Crée toutes les interactions d’ordre 4 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 5 :Crée toutes les interactions d’ordre 5 possibles des variables sélectionnées.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande PLUM

Vous pouvez personnaliser la régression ordinale en collant vos sélections dans une fenétre de
syntaxe et en modifiant la syntaxe de commande PLUM. Le langage de syntaxe de commande
vous permet aussi de :

m  Créer des tests d’hypothése personnalisés en spécifiant des hypothéses nulles comme
combinaisons linéaires de parametres.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Ajustement de fonctions

La procédure d’ajustement de fonctions produit des statistiques de régression d’ajustement de
fonctions et les diagrammes relatifs pour 11 mode¢les différents de régression d’ajustement de
fonctions. Un modéle différent est produit pour chaque variable dépendante. Vous pouvez aussi
enregistrer les prévisions, les résidus et les intervalles de la prévision comme nouvelles variables.

Exemple : Un fournisseur de services Internet suit le pourcentage dans le temps du trafic de
messages électroniques infectés par un virus sur ses réseaux. Un diagramme de dispersion révele
que la relation n’est pas linéaire. Vous pouvez ajuster un modele quadratique ou cubique en
fonction des données, vérifier la validité des hypothéses et la qualité d’ajustement du modéle.

Statistiques : Pour chaque modéle : coefficients de régression, R multiples, R2, R? ajusté, erreur
standard de la prévision, tableau d’analyse de la variance, prévisions, résidus et intervalles

de prévision. Modgles : linéaire, logarithmique, inverse, quadratique, cubique, de puissance,
composé, en S, logistique, de croissance et exponentiel.

Données :Les variables dépendantes et indépendantes doivent étre quantitatives. Si vous
sélectionnez Temps a partir de I’ensemble de données actif comme variable indépendante (au lieu
de sélectionner une variable), la procédure Ajustement de fonctions génére une variable de temps
ou la durée entre les observations est uniforme. Si Temps est sélectionné, la variable dépendante
doit étre une mesure de séries chronologiques. L’analyse des séries chronologiques nécessite une
structure de fichier de données dans lequel chaque observation (rangée) représente un ensemble
d’observations a des moments différents et ou la durée entre les observations est uniforme.

Hypotheéses : Vérifiez vos données graphiquement pour déterminer comment sont reliées les
variables indépendantes et dépendantes (de maniére linéaire ou exponentielle, etc.). Les résidus
d’un bon mod¢le doivent €tre répartis aléatoirement et doivent étre normaux. Si vous utilisez

un modele linéaire, les hypothéses suivantes doivent étre vérifiées : pour chaque valeur de la
variable indépendante, la distribution de la variable dépendante doit étre normale. La variance de
la distribution de la variable dépendante doit étre constante pour toutes les valeurs de la variable
indépendante. La relation entre la variable dépendante et la variable indépendante doit étre
linéaire, et toutes les observations doivent étre indépendantes.

Pour obtenir un ajustement de fonctions

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Régression > Ajustement de fonctions

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 120
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Figure 18-1
Boite de dialogue Ajustement de fonctions
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» Sélectionnez au moins une variable dépendante. Un mod¢le différent est produit pour chaque

variable dépendante.

» Sélectionnez une variable indépendante (une variable dans le fichier de travail ou dans I’ensemble

de données actif ou Temps).

» Eventuellement :

B Sélectionner une variable pour étiqueter des observations dans les diagrammes de dispersion.
Pour chaque point du diagramme de dispersion, utilisez I’outil de sélection de points pour
afficher la valeur de la variable avec Etiquette d’observation.

m  Cliquez sur Enregistrer pour enregistrer les prévisions, les résidus et les intervalles de prévision

comme nouvelles variables.

Les options suivantes sont ¢galement disponibles :

®m Inclure terme constant dans I'équation : Evalue un terme constant dans I’équation de régression.

La constante est incluse par défaut.

m  Représenter sous forme graphique : Représente graphiquement les valeurs de la variable
dépendante et chaque modéle sélectionné face a la variable indépendante. Un diagramme
séparé est produit pour chaque variable dépendante.

m  Afficher le tableau ANOVA : Affiche un tableau récapitulatif de 1’analyse de la variance pour

chaque mode¢le sélectionné.
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Modeéles d’ajustement de fonctions

Vous pouvez choisir des modeles de régression d’ajustement de fonctions. Pour déterminer quel
modele utiliser, représentez vos données sous forme graphique. Si vos variables semblent étre
lies linéairement, utilisez un modele de régression linéaire simple. Lorsque vos variables ne sont
pas liées linéairement, essayez de transformer vos données. Lorsque la transformation n’améliore
pas les choses, vous devrez peut-étre utiliser un modéle plus élaboré. Observez un diagramme de
dispersion de vos données. Si le diagramme ressemble a une fonction mathématique que vous
reconnaissez, ajustez vos données en fonction de ce type de modele. Par exemple, si vos données
ressemblent a une fonction exponentielle, utilisez un modele exponentiel.

Linéaire. Modé¢le dont I'équation est Y = b0 + (b1 * t). Les valeurs de la série sont modélisées
comme fonction linéaire du temps.

Logarithmique. Mod¢le dont I'équation est Y = b0 + (b1 * In(t)).
Inverse. Mode¢le dont I'équation est Y = b0 + (bl / t).

Quadratique. Modele dont 1'équation est Y = b0 + (b1 * t) + (b2 * t**2). Le mod¢le quadratique
peut &tre utilisé pour modéliser une série qui « décolle » ou qui s'amortit.

Cubique. Mod¢le défini par I'équation Y =b0 + (b1 * t) + (b2 * t**2) + (b3 * t**3).

Exposant. Mode¢le dont I'équation est Y = b0 * (t**b1) ou In(Y) = In(b0) + (b1 * In(t)).

Composé. Modéele dont 1'équation est la suivante : Y =b0 * (b1**t) ou In(Y) = In(b0) + (In(b1) * t).
En 8. Mode¢le dont I'équation est Y = e**(b0 + (b1/t)) ou In(Y) = b0 + (b1/t).

Logistique. Mode¢le dont I'équation est Y = 1/ (1/u + (b0 * (b1**t))) ou In(1/y-1/u)= In (b0) +
(In(b1)*t), u étant la valeur de la borne supérieure. Apres avoir sélectionné la logistique, précisez
la valeur de la borne supérieure a utiliser dans I'équation de régression. La valeur doit étre un
nombre positif supérieur a la plus grande valeur de la variable dépendante.

Croissance. Modele dont I'équation est Y = e**(b0 + (b1 * t)) ou In(Y) = b0 + (b1 * t).
Exponentielle. Mod¢le dont I'équation est Y = b0 * (e**(b1 * t)) ou In(Y) = In(b0) + (b1 * t).

Enregistrement de I'ajustement de fonctions

Figure 18-2
Boite de dialogue Ajustement de fonctions : Enregistrer
Ajustement de fonction : Enregistrer
Enregistrer les variables Calculer une prévision
¥ Préwisions Q@
¥ Résicuz

|| Intervalles de prévision

Périade d'estimation :
Toutes les observations

Annuler ][ Aice ]
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Ajustement de fonctions

Enregistrer les variables : Pour chaque modé¢le sélectionné, vous pouvez enregistrer les prévisions,
les résidus (valeur observée de la variable dépendante moins la prévision du mod¢le) et les
intervalles de prévision (limites supérieure et inférieure). Les nouveaux noms de variable et les
étiquettes descriptives s’affichent dans un tableau dans la fenétre de résultats.

Calculer une prévision : Si, dans ’ensemble de données actif, vous sélectionnez Temps a la place
d’une variable comme variable indépendante, vous pouvez spécifier une période de prévision
au-dela de la fin de la série chronologique. Vous avez le choix entre les options suivantes :

®m A partir d'une estimation limitée a une période : Prévoit les valeurs pour toutes les observations
du fichier, a partir des observations de la période d’estimation. La période d’estimation qui
s’affiche en bas de la boite de dialogue est définie avec la boite de sous dialogue Intervalle de
I’option Sélectionner des observations du menu Données. Si aucune période d’estimation n’a
été définie, toutes les observations sont utilisées pour prévoir les valeurs.

m  Jusqu'a: Prévoit les valeurs jusqu’a la date, I’heure ou le numéro de I’observation spécifié, a
partir des observations de la période d’estimation. Cette fonctionnalité peut étre utilisée pour
prévoir les valeurs au-dela de la derniére observation de la série chronologique. Les variables
courantes de date définies déterminent les zones de texte disponibles pour la spécification
de la fin de la période de prévision. Si aucune variable de date n’est définie, vous pouvez
spécifier le numéro de 1’observation finale.

Utilisez I’option Définir des dates... dans le menu Données pour créer des variables de date.
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Regression des moindres carres
partiels

La procédure de régression des moindres carrés partiels estime les modéles de régression des
moindres carrés partiels (également connus sous le nom de « projection to latent structure », PLS).
La technique de prévision PLS constitue une solution de remplacement par rapport a la régression
par les moindres carrés classiques, a la corrélation canonique ou a la modélisation d’équation
structurelle, particuliérement utile lorsque les variables prédites présentent une forte corrélation ou
lorsque le nombre de variables prédites dépasse le nombre d’observations.

PLS combine des fonctionnalités d’analyse des composants principaux et la régression
multiple. Un ensemble de facteurs latents expliquant autant que possible la covariance entre les
variables indépendantes et dépendantes est extrait. Ensuite, une étape de régression prévoit les
valeurs des variables dépendantes a 1’aide de la décomposition des variables indépendantes.

Disponibilité. PLS est une commande d’extension qui requiert I’installation du IBM® SPSS®
Statistics - Integration Plug-In for Python sur le systéme ou vous prévoyez d’exécuter PLS.
Le module d’extension PLS doit étre installé séparément, et peut étre téléchargé depuis
http://www.ibm.com/developerworks/spssdevcentral.

Tableaux. Proportion de variance expliquée (par facteur latent), pondérations de facteurs latents,
corrélations de facteurs latents, importance de la variable indépendante dans la projection (VIP),
et estimations des paramétres de régression (par variable dépendante) sont tous générés par défaut.

Diagrammes : Importance de la variable dans la projection (VIP), facteurs, pondération des trois
premiers facteurs latents et distance au modéle sont tous générés depuis 1’onglet Options.

Niveau de mesure. Les variables dépendantes et indépendantes (prédites) peuvent étre échelle,
nominal ou ordinal. La procédure considére que le niveau de mesure approprié a été assigné a
toutes les variables, bien que vous puissiez changer provisoirement le niveau de mesure d’une
variable en cliquant avec le bouton droit de la souris sur la variable dans la liste des variables
source, puis en sélectionnant un niveau de mesure dans le menu contextuel. Les variables
qualitatives (nominales ou ordinales) sont traitées de manicre équivalente par la procédure.

Codage des variables indicatrices. La procédure recode provisoirement les variables dépendantes
qualitatives via le codage un-de-c pendant la durée de la procédure. S’il existe des modalités ¢
d’une variable, cette derniére est stockée comme vecteurs ¢, la premieére modalité étant identifiée
par (1,0,...,0), la suivante par (0,1,0,...,0), ... et la derniére par (0,0,...,0,1). Les variables
dépendantes qualitatives sont représentées a I’aide du codage de fagon fictive, c¢’est-a-dire, elles
omettent simplement I’indicateur correspondant a la modalité de référence.

Pondérations d’effectif. Les valeurs de pondération sont arrondies au nombre entier le plus pres
avant utilisation. Les observations avec des pondérations manquantes ou des pondérations
inférieures a 0,5, ne sont pas utilisées dans les analyses.

Valeurs manquantes : Les valeurs manquantes spécifiées par ['utilisateur et par le systéme sont
traitées comme non valides.
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Régression des moindres carrés partiels

Rééchelonnement. Tous les variables de modeéle sont centrées et standardisées, dont les variables
d’indicateur représentant les variables qualitatives.

Pour obtenir Ia régression des moindres carrés partiels

A partir des menus, sélectionnez :

Analyse > Régression > Moindres carrés partiels...

Figure 19-1

Régression des moindres carrés partiels - Onglet Variables

Régression des moindres carrés partiels

Yariables | Modéle | Options

Wariables :

g’a Manufacturer [manufact]
&4 Mozl [model]

Yentes en miliers () [zales]
& Yaleur de revente aprés 4

f Facore: Type [zhype]

& Tzcore: Cylindrée du mote..
@5" Iscore: Puizsance (CW) [z..

f Fzcore: Largeur [2wicdth]

& Zzcore; Longueur [Zlength]
& Izcore: Poidz Total & char..
@5" Zzcore; Contenance du ré..

f Z=zcore; Consommation de .

f Zzcore; Yaleur de revente ...

& Zzcore; Prix en miliers [zpr...

f Zzcore; Empattement [zwh...

Pour madifist l& niveau de mesure
d'une variable, cliquez avec le
bouton droit de la souris sur la
variable concernée dans la liste

Watiahles dépendantes ©

Wariakle |Modal'rté de référence

“Wentes (en log) [Insales]

Warishles indépendantes :

d:l Type de vehicule [type]
f Prix en miliers (3] [price]
g@ Cylindrée du moteur [engine_z]
&5 Puizzance (CV) [harseponw]
f Empattement [wheelbas]
g& Largeur [wicth]
f Longueur [length]
el -

“ariahle didentificateurs d'observations

Mombre maximal de facteurs latents ©

[ Coller ][Eéinitialiser][ Annuler ][ Aicle ]

» Sélectionnez au moins une variable dépendante.

» Sélectionnez au moins une variable indépendante.

Sinon, vous pouvez :

B Indiquez une modalité de référence pour les variables qualitatives dépendantes (nominale ou

ordinale).

® Indiquez une variable a utiliser comme identificateur unique pour les ensembles de données
enregistrés et les résultats par observation.

B Indiquez une limite supérieure sur le nombre de facteurs latents a extraire.
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Modele

Figure 19-2
Régression des moindres carrés partiels, onglet Modele

Régression des moindres carrés partiels

wariables | Modéle || Options

Specifier les effets du modéle

©) Eifets principau

(@ Personnalizé

Critéres et covariables : Modéle :
M type e Termels) construit(s) horsepoy -~
Ii price Te: wheelbas
E engine_s — wvicthy
._ Effets principaux ™
|£ harsepow length
Ii wheelbas curb_wegt
K wyicth fuel_cap
| length - mpg b

| Ok |[ Coller ][géinitialiser][ Annuler ][ Aide ]

Speécifier les effets du modele. Un modéle comportant des effets principaux contient tous les effets
principaux de covariable et de facteur. Sélectionnez Personnalisé pour préciser les interactions.
Vous devez indiquer tous les termes a inclure dans le modé¢le.

Criteres et covariables :8FM Les facteurs et les covariables sont répertoriés.

Modele : Le modéle dépend de la nature de vos données. Aprés avoir sélectionné Autre, vous
pouvez choisir les effets principaux et les interactions qui présentent un intérét pour votre analyse.

Termes construits

Pour les facteurs et covariables sélectionnés :

Interaction :Crée le terme d’interaction du plus haut niveau de toutes les variables sélectionnées. 11
s’agit de la valeur par défaut.

Effets principaux :Crée un terme d’effet principal pour chaque variable sélectionnée.
Toutes d'ordre 2 :Crée toutes les interactions d’ordre 2 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 3 :Crée toutes les interactions d’ordre 3 possibles des variables sélectionnées.
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Toutes d’ordre 4 :Crée toutes les interactions d’ordre 4 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d’ordre 5 :Crée toutes les interactions d’ordre 5 possibles des variables sélectionnées.

Options

Figure 19-3
Régression des moindres carrés partiels, onglet Options

Reégression des moindres carres partiels

Yariables | Modgle | Cptions

["] Erregistrer les estimations concernant les ohservations individuelies

Cette option envegistre les prévisions, les résidus, les facteurs latents et les distances sous forme
de données SPSS Statistics. Elle permet également de tracer les facteurs latents.

["] Erregistrer les estimations concernart les facteurs latents

Cette option entegistre les carrélations de facteurs latents et les pondérations de facteurs latents
=ouz forme de données SPSS Statistics. Elle permet éoalement de tracer les pondérations de
facteurs latents.

|| Envegiztrer les estimations concernant les varisbles indépendantes

Cette option entegistre les estimations des paramétres de régression et limportance des varisbles
danz |3 projection sous forme de données SPES Statistics. Elle permet enalement de tracer
limportance des variables dans s projection par facteur latent.

[ Annuler ][ ALijde ]

L’onglet Options permet d’enregistrer et de tracer des estimations de modeles pour des
observations individuelles, des facteurs latents, et des variables prédites.

Pour chaque type de données, indiquez le nom d’un ensemble de données. Les noms
d’ensemble de données doivent étre uniques. Si vous spécifiez le nom d’un ensemble de données
existant, son contenu est remplacé ; sinon, un ensemble de données est créé.

m Enregistrez les estimations concernant les observations individuelles. Enregistre les estimations

de modele par observation : les prévisions, les résidus, la distance au modéle de facteur latent,
et les facteurs latents. Elle permet également de tracer les facteurs latents.
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m  Enregistrez les estimations concernant les facteurs latents. Enregistre les corrélations de

facteurs latents et les pondérations de facteurs latents. Elle permet également de tracer les
pondérations de facteurs latents.

m Enregistrez les estimations concernant les variables indépendantes Enregistre les estimations
des paramétres de régression et I’importance des variables dans la projection (VIP). Elle
permet également de tracer I’importance des variables dans la projection par facteur latent.
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Analyse du voisin le plus proche

L’analyse du voisin le plus proche est une méthode de classification d’observations en fonction de
leur similarité avec les autres observations. En apprentissage automatique, elle a été développée
comme une fagcon de reconnaitre les configurations de données sans avoir a recourir a une
correspondance exacte avec d’autres configurations ou observations stockées. Les observations
semblables sont proches I’une de I’autre et les observations dissemblables sont ¢loignées 1’une de
I’autre. Par conséquent, la distance entre deux observations est une mesure de leur dissemblance.

Les observations proches I’une de 1’autre sont “voisines.” Lorsqu’une observation est présentée
(traitée), sa distance de chacune des observations du mode¢le est calculée. Les classifications des
observations les plus semblables — les voisins les plus proches — sont comptées et la nouvelle
observation est placée dans la catégorie qui contient le plus grand nombre de voisins les plus
proches.

Vous pouvez spécifier le nombre de voisins les plus proches a examiner ; cette valeur est nommée
k. Ces images indiquent comment une nouvelle observation serait répertoriée a 1’aide de deux
valeurs différentes de k. Lorsque k =5, la nouvelle observation est placée dans la catégorie

1 parce qu’une majorité des voisins les plus proches appartient a la catégorie /. Lorsque k=9,

la nouvelle observation est placée dans la catégorie 0 parce qu’une majorité des voisins les plus
proches appartient a la catégorie 0.

Figure 20-1
Les effets de la modification de k sur la classification
Modéle construit : 2 caractéristiques sélectionnées, K=56 Modéle construit : 2 caractéristiques sélectionnées, K=9
Focal
0 @ o ®ton 0 @ o Focal
®oui :gon
0,7 o (o] 0.7 Q\ Q "
Type \
0,64 .Appu{antissagensi \\ .ADFIT:::SSHQE
' * Traité ' N\ * Traité

Cible Sos
Qo

Cihle

T @1 - Qo
044 ~© 0,44 -0 @1
03 (o] (e] 0,3 Q@ (o]
02 © L] 02 © L]
02 o o6 B 02 o o6 B
x2 x2

L’analyse du voisin le plus proche peut également étre utilisée pour calculer des valeurs pour une
cible continue. Dans cette situation, la valeur cible de la médiane ou de la moyenne des voisins les
plus proches est utilisée pour obtenir la valeur prédite de la nouvelle observation.

Cible et descriptives. La cible et les descriptives peuvent étre :

®  Nominal. Une variable peut étre traitée comme étant nominale si ses valeurs représentent des
modalités sans classement intrinséque (par exemple, le service de la société dans lequel
travaille un employé). La région, le code postal ou l'appartenance religicuse sont des
exemples de variables nominales.
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Ordinal. Une variable peut étre traitée comme étant ordinale si ses valeurs représentent des
modalités associées a un classement intrinséque (par exemple, des niveaux de satisfaction
allant de Trés mécontent a Trés satisfait). Exemples de variable ordinale : des scores
d'attitude représentant le degré de satisfaction ou de confiance, et des scores de classement
des préférences.

Echelle. Une variable peut étre traitée comme une variable d'échelle (continue) si ses valeurs
représentent des modalités ordonnées avec une mesure significative, de sorte que les
comparaisons de distance entre les valeurs soient adéquates. L'dge en années et le revenu en
milliers de dollars sont des exemples de variable d'échelle.

Les variables qualitatives et ordinales sont traitées de maniére équivalente par 1’analyse du
voisin le plus proche. La procédure considére que le niveau de mesure approprié a €té assigné
a chaque variable, bien que vous puissiez changer provisoirement le niveau de mesure d’une
variable en cliquant avec le bouton droit de la souris sur la variable dans la liste des variables
sources, puis en sé¢lectionnant un niveau de mesure dans le menu contextuel.

Dans la liste des variables, une icone indique le niveau de mesure et le type de données :

Numérique Chaine

Echelle (continue). n/a

&

Ordinal

Nominal

&

Codage des variables indicatrices. La procédure recode provisoirement les variables prédites
qualitatives et les variables dépendantes via le codage un-de-c pour la durée de la procédure. S’il
existe des modalités ¢ d’une variable, la variable est stockée comme vecteurs ¢, la premiére
modalité étant identifiée par (1,0,...,0), la suivante par (0,1,0,...,0), ... et la derniére par (0,0,...,0,1).

Ce systéme de codage augmente le nombre de dimensions de I’espace des descriptives. Plus
particuliérement, le nombre total de dimensions correspond au nombre de variables indépendantes
d’échelle plus le nombre de modalités sur I’ensemble des variables prédites qualitatives. En
conséquence, ce systeme de codage peut provoquer un ralentissement de la formation. Si votre
formation des voisins les plus proches s’effectue trés lentement, vous pouvez essayer de réduire
le nombre de modalités dans vos variables prédites qualitatives en combinant des modalités
similaires ou en supprimant les observations comportant des modalités extrémement rares avant
de lancer la procédure.

Tout codage un-de-c repose sur les données de formation, méme si un échantillon traité est
défini (reportez-vous a Partitions). Ainsi, si I’échantillon traité contient des observations avec des
modalités de variables prédites absentes des données de formation, ces observations ne seront
pas évaluées. Si I’échantillon traité contient des observations avec des modalités de variable
dépendantes absentes des données de formation, ces observations seront évaluées.
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Rééchelonnement. Les descriptives d’échelle sont normalisées par défaut. Le rééchelonnement
repose entiérement sur les données de formation, méme si un échantillon traité est défini
(reportez-vous a Partitions sur p. 136). Si vous spécifiez une variable pour définir des partitions, il
est important que ces descriptives présentent des distributions similaires a travers les échantillons
de formation et les échantillons traités. Par exemple, utilisez la procédure Explorer pour examiner
les distributions a travers les partitions.

Pondérations d’effectif. Cette procédure ignore les pondérations d’effectif.

Réplication de résultats. La procédure utilise la génération de nombres aléatoires pendant
I’attribution aléatoire des partitions et les niveaux de validation croisée. Si vous souhaitez
répliquer vos résultats exactement, en plus d’utiliser les mémes parametres de procédure,
définissez un générateur pour le Mersenne Twister (reportez-vous a Partitions sur p. 136), ou
utilisez des variables pour définir les partitions et les niveaux de validation croisée.

Pour obtenir une analyse du voisin le plus proche

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Classification > Voisin le plus proche...

Figure 20-2
Onglet Variables d’analyse du voisin le plus proche

.lnalyse du voisin le plus proche

Watiahles  “oising  Caractéristigues  Parttions  Enregistrer Résuttsts | Options

-vi , Une cible est nécessaire =i vous souhater effectusr des prévisions, sélectionner automatiquement le nombre de voisins les plus proches ou le
2 nombre de caractéristioues.

Wariahles : Cible (facuftatif) :
&4 Manufacturer [manufact] | 4 wertes (en log) [Insales]

g& Wertes en miliers (F) [sales]

f Yaleur de revente aprés 4 ans [resale] Caractéristiques :

f Tacore: Waleur de revente aprés 4 ans [zresale] d:l Type e vehicule [type] “
f Izcore: Type [zhype] f Ptix en miliers (F) [price]

:g& ZIscore: Prix en milliers [zprice] ‘2239 Cylindrée cu moteur [engine_s]

f ZTacore: Cylindrées du maoteur [zengine_] f Puizzance (CV) [horsepow]

f Zzcare: Puiszance (CV) [zharsepa] L éﬁ Empattement [wheelhas]

g& Zzcore, Empattement [Zwheelba) @ﬁ Largeur [wicth]
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& . [ _cal of Mormaliser les caractéristigues d'échelle
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ldertificateur d'observations focales (facutatif) -

el |

Pour modifier le niveau de mesure d'une varisble, fates un Py Etiquette dobzeryation (facutsatif]
clic droit sur cette variable danz la liste des variahles. Al Modile Imodel |

[ OK ][ Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aide ]
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Spécifiez une ou plusieurs descriptives, qui peuvent étre considérées comme des variables
indépendantes si une cible existe.

Cible (facultative). Si aucune cible (variable dépendante ou réponse) n’est spécifiée, la procédure
trouve alors les k& voisins les plus proches seulement : aucun classement ou prévision ne sera
exécuté.

Normaliser les descriptives d’échelle. Les descriptives normalisées possédent le méme intervalle
de valeurs, ce qui permet d’améliorer les performances de 1’algorithme d’estimation. La
normalisation ajustée, [2*(x—min)/(max—min)]—1, est utilisée. Les valeurs normalisées ajustées
sont comprises entre —1 et 1.

Identificateur d’observations focales (facultatif). Cela vous permet de marquer les observations
présentant un intérét particulier. Par exemple, un chercheur veut déterminer si les résultats d’un
examen scolaire d’un certain district (I’observation focale) sont comparables a ceux de districts
similaires. Il utilise I’analyse du voisin le plus proche pour connaitre les districts scolaires les plus
identiques selon un ensemble de descriptives donné. Il compare ensuite les résultats de I’examen
du district focal a ceux des voisins les plus proches.

Les observations focales pourraient étre également appliquées a des études cliniques pour
sélectionner les observations de contréle similaires aux observations cliniques. Les observations
focales sont affichées dans le tableau des & voisins les plus proches et des distances, sur le
graphique de I’espace des descriptives, dans le diagramme des pairs et sur la carte des quadrants.
Les informations sur les observations locales sont enregistrées dans les fichiers spécifiés sur
I’onglet Résultats.

Les observations a valeur positive sur la variable spécifiée sont traitées comme des observations
focales. Spécifier une variable sans valeur positive n’est pas valide.

Etiquette d'observation (facultative). Les observations sont étiquetées a 1’aide de ces valeurs sur le
graphique de I’espace des descriptives, dans le diagramme des pairs et sur la carte des quadrants.

Champs avec un niveau de mesure inconnu

L’alerte du niveau de mesure apparait lorsque le niveau de mesure d’une ou plusieurs variables
(champs) de I’ensemble de données est inconnu. Le niveau de mesure ayant une incidence sur

le calcul des résultats de cette procédure, toutes les variables doivent avoir un niveau de mesure
défini.

Figure 20-3
Alerte du niveau de mesure

2 Niveau de mesure

0 Un niveau de mesure correct est important pour cette procédure. Le nivesu de mesure est inconnu pour un ou
plusieurs champs de 'enzemble de données. Ces champs peuvent &tre affectés manuslement ou il peuvert étre
attectés automatiqguement en analysant les données,

l Analyser les données [ﬁffec‘ter manuellemerﬂ...] [ Annuler ] [ Ajde ]
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m Analysez les données. Lit les données dans 1’ensemble de données actifs et attribue le niveau
de mesure par défaut a tous les champs ayant un niveau de mesure inconnu. Si I’ensemble de
données est important, cette action peut prendre un certain temps.

m  Attribuer manuellement. Ouvre une boite de dialogue qui répertorie tous les champs ayant un
niveau de mesure inconnu. Vous pouvez utiliser cette boite de dialogue pour attribuer un
niveau de mesure a ces champs. Vous pouvez également attribuer un niveau de mesure dans
I’affichage des variables de 1’éditeur de données.

Le niveau de mesure étant important pour cette procédure, vous ne pouvez pas accéder a la boite

de dialogue d’exécution de cette procédure avant que tous les champs n’aient des niveaux de
mesure définis.

Voisins

Figure 20-4
Onglet Analyse du voisin le plus proche

.lnalyse du voisin le plus proche

Vatighles | Woising | Caractéristiguss | Parttions | Enrecistrer | Résuttats | Options

Mombre des plus proches woising (k)

La sélection automatique de k est dizponible =i une cible est spécifiée.
© Indiquez un k fixe

@ Sélection automatioue de k
hdinimum :
Mzximum

Caloul de la distance
@ Métricue suclidisnne
©) Métrique de quartier

I:Z Pondérer les caractéristigues par ordre dimportance lors du calcul des distances

Prévizgions pour cible o'échelle

@ hoyenne des valeurs du woisin le plus proche

© Médiane des valeurs du voisin s plus proche

1[ Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aicle ]

Nombre de voisins les plus proches (k). Spécifiez le nombre de voisins les plus proches. Remarque
: I'utilisation d’un nombre élevé de voisins ne garantit pas forcément un modéle plus précis.
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Si une cible est spécifiée sur I’onglet Variables, vous pouvez également indiquer un intervalle
de valeurs et permettre a la procédure de choisir le nombre « optimal » de voisins au sein de
cet intervalle. La méthode pour déterminer le nombre de voisins les plus proches dépend si la
sélection des descriptives est requise par 1’onglet Descriptives ou non.

®m  Si oui, la sélection des descriptives sera alors exécutée pour chaque valeur de & dans
I’intervalle requis, et le k ainsi que I’ensemble des descriptives 1’accompagneant, avec le
taux d’erreur le plus faible (ou I’erreur de la somme des carrés la plus faible si la cible est
une échelle), seront sélectionnés.

m  Si la séléction des descriptives n’est pas activée, alors la validation croisée de niveau V sera
utilisée pour sélectionner le nombre de voisins “optimal”. Reportez-vous a 1’onglet Partitions
pour controler 1’attribution de niveaux.

Calcul de la distance. 11 s’agit de la métrique employée pour spécifier la distance métrique utilisée
dans la mesure de la similarité des observations.

m Meétrique euclidienne. La distance entre deux observations, x et y, est la racine carrée de
la somme, sur toutes les dimensions, des carrés des différences entre les valeurs de ces
observations.

m  Mesure de la distance de Manhattan. La distance entre deux observations est la somme, sur
toutes les dimensions, des différences absolues entre les valeurs de ces observations. Appelée
¢également distance City Block.

Si une cible est spécifiée dans I’onglet Variables, vous pouvez également choisir de pondérer les
descriptives selon leur importance normalisée lors du calcul des distances. L’importance des
descriptives pour une variable prédite est calculée par le rapport du taux d’erreur ou I’erreur de
la somme des carrés du modele avec la valeur indépendante supprimée du modele vers le taux
d’erreur ou I’erreur de la somme des carrés pour le modéle entier. L’importance normalisée

est calculée par nouvelle pondération des valeurs d’importance des descriptives de sorte que
leur somme soit égale a 1.

Prévisions pour cible d’échelle. Lorsqu’une cible d’échelle est spécifiée sur I’onglet Variables,
elle détermine si la valeur prévue est calculée a partir de la valeur moyenne ou la médiane des
voisins les plus proches ou non.
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Descriptives

Figure 20-5
Onglet Descriptives de I'analyse du voisin le plus proche

.lnalyse du voisin le plus proche

‘“atishles | Woising | Caractéristiques | paditions | Enregistrer | Résutats | Options

La =élection de caractéristigues est disponiblz siune cible et une ou plusieurs caractéristiques ont &8 spécifidées.

[ Exgcuter Ia sélection des caractéristiques

La =eélection azcendante est utilizée pour valuer les caractéristiqgues & inclure. Pour introduire de force une caractéristique dans le modéle avant
d'exécuter la sélection ascendante, déplacez-la dans la liste Introduction forcée.

Sélection ascendarte : Introduction forcée :
é} Cylindrée du mateur [2ngine_s] f Congommation [impg]
@?9 Puiszance (CW) [horsepaw] d:l Type de véhicule [type]
f Empattement [wheelbas] & Prix en miliers () [price]

f Largeur [wicth]
f Longueur [length]

@?9' Paids Tatal & charge autorisé [curb_wat]
qg& Cortenance du réservair [fuel_cap]

Caractéristiques & évaluer © 7 Fonctionnalités & introduire de farce : 3

Critéres d'arrét

@) arréter lorsque le nombre spécifié de caractéristiques a été sélectionné.

Momibre & sélectionner

D Arréter lorsgue la modificstion dans le taux d'erreur ahzolue est inférieure ou Sgale au minimum

[ Ok ] [ Caoller ] [Eéin'rtialiser ][ Annuler ] [ Aicle ]

Cet onglet Descriptives vous permet de demander et de spécifier des options pour la sélection
des descriptives lorsqu’une cible est spécifiée dans 1’onglet Variables. Par défaut, toutes les
descriptives sont prises en compte pour la sélection de descriptives, mais vous pouvez également
sélectionner un sous-ensemble de descriptives a introduire de force dans le modéle.

Critere d'arrét. A chaque étape, la descriptive dont I’addition au mod¢le entraine I’erreur la plus
faible (calculée comme le taux d’erreur pour une cible qualitative et I’erreur de la somme des
carrés pour une cible d’échelle) est prise en compte afin d’étre incluse dans 1’ensemble de modele.
La sélection ascendante se poursuit jusqu’a la rencontre de la condition spécifice.

m  Nombre de descriptives spécifié. L’algorithme ajoute un nombre fixe de descriptives en
plus de celles introduites de force dans le modele. Spécifiez un nombre entier positif. La
diminution des valeurs du nombre a sélectionner produit un modéle plus réduit, au risque d’un
manque de descriptives importantes. L’augmentation des valeurs du nombre a sélectionner
capturera toutes les descriptives importantes, au risque d’ajouter des descriptives qui en
réalité alimentent I’erreur du modele.

m  Changement minimal dans le Ratio d’erreur absolue. L’algorithme prend fin lorsque le
changement dans le ratio d’erreur absolue indique que le modéle ne peut pas étre davantage
amélioré par I’ajout de nouvelles descriptives. Indiquez un nombre positif. La diminution
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des valeurs pour le changement minimal aura tendance a inclure davantage de descriptives,
au risque d’en inclure certaines qui n’apportent pas beaucoup de valeur au modé¢le.
L’augmentation de la valeur du changement minimal aura tendance a exclure davantage

de descriptives, au risque de perdre des descriptives importantes pour le modéle. La

valeur “optimale” du changement minimal dépendra de vos données et de I’application.
Reportez-vous au Journal d’erreur de sélection des descriptives pour pouvoir déterminer
quelles sont les descriptives les plus importantes. Pour plus d'informations, reportez-vous a la
section Journal d’erreur de sélection des descriptives sur p. 149.

Partitions

Figure 20-6
Onglet Partitions de I'analyse du voisin le plus proche

.lnalyse du voisin le plus proche

“atighles | Woising | Caractéristiguss | Perttions | Enregiztrer | Résuttstz | Options

Wariahles : Partition= de formation et de tratement
d%l hanutacturer [manufact] @ attribution aléatoire des observations auw
g& “entes en miliers (F) [zales) partitions _ »
g& “aleur de reverte aprés 4 ans [resale] % Formation : % Traite FTatal
‘f Zzcare: Yaleur de revente aprés 4 ans [Zresale] 100 D o
& Iscore Type [ztype] @) Ltiliser une varisble pour affecter les ohservations
f T=zcare: Prix en milliers [zprice] . .
“ariahle de partition :

g& Farcore: Cylindrée du moteur [zengine_] L

f F=zcore: Puiszance (CW) [zhorsepa)] |
f Fscore: Empattement [zwheelkba)
& Fscore: Largeur [zwidth] Miveauy de validation croizée

g& Fzcore: Longueur [zlength]

La validation croisée de niveau W est exécutée si vous choisizsez la sélection

& Iscore: Poics Total & charge autorisé [zourh_wa] aLtomatique de k et non la sélection des caractéristiques .
f Zzcore: Corntenance du réservair [Zfuel_ca]
f I=zcore; Conzommation de carburant [zmpg] Q

>

[ Définir le générateur pour Mersenne Tyvister

Générateur :

Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aicle ]

L’onglet Partitions vous permet de diviser ’ensemble de données en un ensemble d’apprentissage
et un ensemble traité, et lorsque cela s’applique, il vous permet d’affecter des observations aux
niveaux de validation croisée.

Partition d'apprentissage et partition traitée Ce groupe indique la méthode de partitionnement

de I’ensemble de données actif en échantillons d’apprentissage et traité. L’échantillon
d’apprentissage comprend les enregistrements de données utilisés pour former le modele Voisin
le plus proche. Un certain pourcentage d’observations contenues dans 1’ensemble de données doit
étre affecté a 1’échantillon d’apprentissage pour 1’obtention d’un modéle. L’échantillon traité
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est un ensemble indépendant d’enregistrements de données utilisé pour évaluer le modéle final ;
I’erreur pour I’échantillon traité donne une estimation « honnéte » de la capacité de prévision du
modele parce que les observations traitées n’ont pas été utilisées pour construire le modéle.

m Affecter aléatoirement des observations aux partitions. Spécifier le pourcentage d’observations
a affecter a I’échantillon d’apprentissage. Le reste est affecté a 1’échantillon traité.

m Utiliser une variable pour affecter des observations. Indiquer une variable numérique qui
affecte chaque observation de I’ensemble de données actif a I’échantillon d’apprentissage
et traité. Les observations contenant une valeur positive sur la variable sont affectées a
I’échantillon d’apprentissage, celles contenant une valeur égale a 0 ou une valeur négative
sont affectées a I’échantillon traité. Les observations contenant des valeurs manquantes sont
exclues de ’analyse. Les valeurs manquantes spécifiées par I'utilisateur pour la variable de
partitionnement sont toujours considérées comme étant valides.

Niveaux de validation croisée. Le Niveau V' de validation croisée est utilisé pour déterminer
le “meilleur” nombre de voisins. Il n’est pas disponible en association avec la sélection de
descriptives pour des raisons de performance.

La validation croisée divise 1’échantillon en plusieurs sous échantillons, ou niveaux. Les
modeles du voisin le plus proche sont générés en excluant a tour de rdle les données de chaque
sous-échantillon. Le premier modéle est basé sur toutes les observations a I’exception de celles du
premier sous-échantillon, le deuxiéme mode¢le est basé sur toutes les observations a I’exception de
celles du deuxiéme sous-échantillon, etc. L’erreur est estimée pour chaque modéle en appliquant
le modéle au sous-échantillon exclu lors de la génération du modé¢le. Le “meilleur” nombre des
voisins les plus proches est celui qui produit I’erreur la plus faible sur les sous-échantillons.

m Affecter aléatoirement des observations aux niveaux. Spécifier le nombre de niveaux a utiliser
pour la validation croisée. Cette procédure affecte aléatoirement des observations aux
sous-échantillons, numérotés de 1 a ¥, le nombre de sous-échantillons.

m Utiliser une variable pour affecter des observations. Indiquer une variable numérique qui affecte
chaque observation de I’ensemble de données actif a un niveau. Cette variable doit étre
numérique et d’une valeur comprise entre 1 et V. Si une valeur manque dans cet intervalle, et
que sur toutes les scissions les fichiers scindés sont activés, cela provoqusplitra une erreur.

Définissez un générateur pour le Mersenne Twister . Définir un générateur vous permet de
reproduire les analyses. L’utilisation de cette commande revient & définir le Mersenne Twister
comme le générateur actif et a spécifier un point de départ fixe dans la boite de dialogue
Générateurs de nombres aléatoires. La différence notoire est que la définition du générateur dans
cette boite de dialogue conserve 1’état actuel du générateur de nombres aléatoires et restaure

cet état une fois I’analyse terminée.



138

Chapitre 20

Enregistrer

Figure 20-7
Onglet Enregistrer I'analyse du voisin le plus proche

.lnalyse du voisin le plus proche

“arishles | Woising | Caractéristiques | Parttions | Enregistrer | Résuttsts | Cptions

Moms des variables enregistrées
@ Génre automatiquement des noms unigues

Sélectionner cette option pour sjouter un nouvel enzemble de varisbles enregistrées & votre ensemble de données chague fois gue vous
executez un modéle.

@ Moms Eersonnalisés

Indiquer le= noms des variables. Si vous sélectionnez cette option, toute variable existarte ayart le méme nom ou méme nom de racine est
remplacée chague fois que vous exécutez un modéle.

Wariahles & enredistrer :

Enregiztrer | Description Wariable ou nom racine

waleur ou modalité prévue

“ariable de partition de formationtraitement

[ Caoller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aicle ]

Noms des variables enregistrées. Grace a la génération automatique de nom, vous conservez

I’ensemble de votre travail. Les noms personnalisés vous permettent de supprimer/remplacer
les résultats d’exécutions précédentes sans supprimer d’abord les variables enregistrées dans

I’éditeur de données.

Variables a enregistrer

Valeur ou modalité prévue. Cette option enregistre la valeur prévue pour une cible d’échelle ou
la modalité prévue pour une cible qualitative.

Probabilité prévue. Enregistre les probabilités prévues pour une cible qualitative. Une variable
distincte est enregistrée pour chacune des n premicres modalités, n étant spécifi¢ dans le
contrdle Modalités maximales a enregistrer pour la cible qualitative.
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m Variables de partition d’apprentissage/traitée. Si des observations sont affectées aléatoirement

aux échantillons d’apprentissage et aux échantillons traités dans I’onglet Partitions, cela

enregistre la valeur de la partition (d’apprentissage ou traitée) a laquelle 1’observation a
été affectée.

Variable du niveau de validation croisée. Si des observations ont été affectées aléatoirement a

des niveaux de validation croisée dans I’onglet Partitions, cela enregistre la valeur du niveau
auquel I’observation a été affectée.

Résultats

Figure 20-8
Onglet Résultats de I'analyse du voisin le plus proche

.lnalyse du voisin le plus proche

“atishles | Woising | Caractétistiques | Partions | Enregistrer | Résuttsts | Options

[ Dizgrammes et tableaux

Fichiers

Rézuttsts du Viewwer

[ Récapitulatit du tratement des observations

[7] Exporter le modéde dans un fichisr XML

[ Caller ][géinmanser][ Annuler ][ Aide ]

Résultats du Viewer

m  Récapitulatif du traitement des observations. Affiche le tableau récapitulatif de traitement des

observations, qui récapitule le nombre d’observations incluses et exclues de I’analyse, au
total et par échantillon de formation et traité.

Diagrammes et tableaux. Affiche les résultats liés au modele, y compris les tableaux et les

diagrammes. Les tables du modé¢le incluent les & voisins les plus proches et les distances
pour observations focales, les variables de classement de réponse qualitative, ainsi qu’un
récapitulatif d’erreur. Les résultats graphiques dans 1’affichage du mode¢le incluent un journal
d’erreur de sélection, un diagramme d’importance des descriptives, un diagramme d’espace
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des descriptives, un diagramme des pairs et une carte des quadrants. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Vue du modéle sur p. 141.

Fichiers

m  Exporter le modele vers un fichier XML. SmartScore et IBM® SPSS® Statistics Server (produit
séparé) peuvent utiliser ce fichier de modéle pour appliquer les informations du mode¢le

a d’autres fichiers de données a des fins d’analyse. Cette option n’est pas disponible si des
fichiers scindés ont été définis.

m  Exporter les distances entre les observations focales et les k voisins les plus proches. Pour
chaque observation focale, une variable distincte est créée pour chacun des & voisins les plus

proches des observations focales (a partir de 1’échantillon d’apprentissage et les k£ distances
les plus proches correspondantes.

Options

Figure 20-9
Onglet Options de I'analyse du voisin le plus proche

.lnalyse du voisin le plus proche

“ariahles | Woising | Caractéristiques | Parttions = Enregistrer Résultats | Options
Waleurs manguantes définies par 'utilizsteur

Indiguez la fagon dont doivert &re tratées les observations présentant des valeurs manguartes définies par Mutiissteur sur les varisbles qualtatives.
® Exclure

© Inclure

Les valeurs manguantes définies par I'uilisateur pour les varishles d'échelle sont toujours exclues.

I ok |[ Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aidle ]

Valeurs manquantes spécifiées. Les variables qualitatives doivent avoir des valeurs valides
pour qu’une observation puisse étre incluse dans I’analyse. Ces commandes vous permettent

d’indiquer si les valeurs manquantes spécifiées sont considérées comme valides parmi les
variables qualtiatives.
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Les valeurs manquantes par défaut et les valeurs manquantes pour les variables d’échelle sont
toujours considérées comme non valides.

Vue du modele

Figure 20-10
Vue du modele de I'analyse du voisin le plus proche
E\‘isualiseur de modeles g@
Fichier  Edlition Generste  Afficher  Aide
sEmES L rEEES L
Modeéle construit : 7 caractéristiques sélectionnées, K=3 Importance des variables
Focal Cible: sales
@ Mon : : :
®oui wichh
; B Type engine_s— ' ' | E
e : o ’ @ apprentissage
i i - A Traits horsepow] ! o | :
400 i i !
Cible length— : : | :
2300~ @500 ; ;
F @®:s00 price] ; ; |
2 @400 : !
200 : g
2 [ q @300 curb_wt]
rmdb=f ©200
] o= i~ 5 81000 fuel_cap i H ] E
T T T
K E 0,00 005 0,10 015 0,20
Tuel_cap|
r ] | 1 1 1
fuel_cap  oub_wgt  price len.. howepow  engine_s  width
Affichage: llmpartance des variables ‘] ‘

Lorsque vous sélectionnez Diagrammes et tableaux dans 1’onglet Résultats, la procédure produit
un objet de Voisin le plus proche dans le Viewer. En activant cet objet par un double-clic, vous
obtenez une vue interactive du modele. Le modele présente une fenétre a double panels :

B Le premier affiche une présentation du modeéle, appelée vue principale.
m Le second affiche un des deux types de vues :

Une vue de modele auxiliaire affiche davantage d’informations sur le mode¢le, mais n’est pas
focalisée sur le modéle lui-méme.

Un vue liée est un affichage montrant les détails d’une descriptive du mode¢le lorsque
I’utilisateur fait défiler une partie de la vue principale.

Par défaut, le premier panel affiche I’espace des descriptives et le second le diagramme
d’importance de variable. Si ce dernier n’est pas disponible, c¢’est-a-dire lorsque Pondérer les
descriptives par importance n’a pas été sélectionné dans I’onglet Descriptives, la premicre vue
disponible dans la la vue déroulante est affichée.
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Figure 20-11
Vue déroulante de I'analyse du voisin le plus proche
Affichage: |Impor‘tance des vatiables 'J
T |Impartance des varisbles 2

Tableaux des voising et des distances
Pairs
Carte des guadrants

Caractéristiqgues et sélection de K
Tahleau de clazzement

4T

Lorsqu’une vue n’a aucune information disponible, son élément texte dans la vue déroulante est
désactivé.

Espace des descriptives

Figure 20-12
Espace des descriptives

Modéle construit : 7 caractéristiques sélectionnées, K=3

Focal

@ hon
®oui

Type

@ Apprentissage
A Trajte

Cible

@500
@500
@400
@300
@200
0100
(@]

o[ B

Le diagramme d’espace des descriptives est un diagramme interactif de I’espace des descriptives
(ou un sous-espace, s’il existe plus de 3 descriptives). Chaque axe représente une descriptive du
modele, et I’emplacement des points dans le diagramme montre la valeur de ces descriptives pour
des observations dans les partitions de formation et traitée.

Clés. En plus des valeurs de descriptives, les points du diagramme contiennent d’autres
informations.

m La forme indique la partition a laquelle appartient un point, Formation ou Traité.
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® La couleur/ombrage d’un point indique la valeur de la cible pour cette observation, avec
les valeurs de couleur distinctes correspondant aux modalités d’une cible qualitative, et les
ombres indiquant I’intervalle des valeurs d’une cible continue. La valeur indiquée pour la
partition de formation est la valeur observée. Pour la partition traitée, il s’agit de la valeur
prévue. Si aucune cible n’est spécifiée, la clé ne s’affiche pas.

m  Les contours plus épais indiquent que 1’observation est focale. Les observations focales sont
affichées avec un lien vers les & voisins les plus proches.

Commandes et intéractivité. Un certain nombre de commandes dans le graphique vous permettent
d’explorer 1’espace des descriptives.

B Vous pouvez choisir quel sous-ensemble de descriptives vous souhaitez afficher dans le
diagramme et modifier les descriptives a représenter dans les dimensions.

m Les “Observations focales” sont tout simplement des points sélectionnés dans le diagramme
de I’espace des descriptives. Si vous avez spécifié une variable d’observation focale, les
points représentant les observations focales seront sélectionnées dés le début. Cependant, tous
les points peuvent devenir temporairement une observation focale si vous les sélectionnez.
Les commandes “habituelles” pour la sélection des points sont appliquées. Cliquer sur un
point permet de sélectionner ce point et de desélectionner tous les autres. Cliquer sur un point
avec la touche Ctrl enfoncée ajoute ce point a ’ensemble des points sélectionnés. Les vues
liées, tels que le diagramme des pairs, sont automatiquement mis a jour en fonction des
observations sélectionnées dans 1’espace des descriptives.

B Vous pouvez modifier le nombre de voisins les plus proches (k) a afficher pour les observations
focales.

m  Positionner le curseur sur un point du diagramme affiche une note d’aide avec la valeur de
I’étiquette d’observation, ou le nombre d’observations si les étiquettes d’observation ne sont
pas définies, et les valeurs des cibles observées et prévues.

®  Un bouton “Réinitialiser” vous permet de revenir a ’Espace des descriptives a son état
d’origine.

Ajout et suppression des champs et des variables

Vous pouvez ajouter de nouveaux champs ou de nouvelles variables a I’espace des descriptives,
ou supprimer ceux qui y sont déja affichés.
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Palette des variables

Figure 20-13
Palette des variables

Ly & Largeur

0 f Cylindrée du moteur

& Puizzance (CW)

ﬁ Longueur

& Privcen milliers ()

& Poids Tatsl & charge autor
ﬁ Contenance du réservoir

La palette des variables doit étre affichée afin de pouvoir ajouter ou supprimer des variables. Pour
faire apparaitre la palette des variables, le Viewer de mode¢lesdoit étre en mode Edition et une
observation doit étre sélectionnée dans 1’espace des descriptives.

» Pour mettre le Viewer de modéle en mode Edition, sélectionnez a partir des menus :
Affichage > Mode Edition

» Une fois le mode Edition sélectionng, cliquez sur ’'une des observations de 1’espace des
descriptives.

» Pour afficher la palette des variables, dans les menus choisissez :
Affichage > Palettes > Variables

La palette des variables répertorie toutes les variables de I’espace des descriptives. L’icone en
regard du nom de la variable indique le niveau de mesure de celle-ci.

» Vous pouvez modifier le niveau de mesure d’une variable de fagon temporaire. Pour cela, cliquez
sur la variable avec le bouton droit de la souris dans la palette des variables et choisissez une
option.

Zones des variables

Les variables sont ajoutées a des zones dans I’espace des descriptives. Pour afficher les zones,
faites glisser une variable depuis la palette des variables ou sélectionnez Afficher les zones.
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Figure 20-14
Zones des variables
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Ce diagramme est une projection de petite dimension de I'espace des
caractéristiques qui centient un total de 7 caractéristiques.

Largeur

L’espace des descriptives comprend des zones pour les axes x, y, et z.

Déplacement des variables vers les zones

Voici quelques régles et conseils généraux permettant de déplacer les variables vers les zones :

®  Pour déplacer une variable vers une zone, cliquez dessus et faites-la glisser de la palette des
variables a la zone. Si vous sélectionnez Afficher les zones, vous pouvez cliquer avec le bouton
droit sur une zone puis choisir la variable a ajouter a la zone.

m  Sivous faites glisser une variable depuis la palette variables vers une zone déja occupée par
une autre variable, I’ancienne variable est remplacée par la nouvelle.

B Si vous faites glisser une variable depuis une zone vers une autre zone déja occupée par une
autre variable, les variables échangent leurs positions.

En cliquant sur le signe X d’une zone, vous supprimez la variable située dans cette zone.

Si la visualisation comporte plusieurs éléments graphiques, chaque élément peut posséder ses
propres zones de variables associées. Sélectionnez d’abord 1’élément graphique souhaité.
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Importance des variables

Figure 20-15
Importance des variables
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Généralement, vous souhaitez concentrer vos efforts de modélisation sur les variables les plus
importantes et vous envisagez d’exclure et d’ignorer les moins importantes. Le diagramme
d’importance des variables peut vous y aider en indiquant 1’importance relative de chaque variable
en estimant le modéle. Etant donné que les valeurs sont relatives, la somme des valeurs pour
I’ensemble des variables affichée est 1.0. L’importance des variables n’a aucun rapport avec la
précision du mode¢le. Elle est juste rattachée a I’'importance de chaque variable pour la réalisation
d’une prévision, peu importe si cette derniére est précise ou non.
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Figure 20-16
Diagramme des pairs
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Analyse du voisin le plus proche

Ce diagramme affiche les observations focales et leurs k voisins les plus proches sur chaque
descriptive et sur la cible. Il est disponible si une observation focale est sélectionnée dans 1’espace
des descriptives.

Comportement de lien. Le diagramme des pairs est relié a I’espace des descriptives de deux
maniéres différentes.

B Les observations sélectionnées (focales) dans 1’espace des descriptives sont affichées dans le
diagramme des pairs, ainsi que leurs & voisins les plus proches.

m La valeur de £ sélectionnée dans I’espace des descriptives est utilisée dans le diagramme

des pairs.

Distances du voisin le plus proche

Figure 20-17

Distances du voisin le plus proche
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Ce tableau affiche les & voisins les plus proches et les distances pour les observations focales
uniquement. Il est disponible si un identificateur d’observations focale est spécifié dans I’onglet
Variable, et il n’affiche que les observations focales identifiées par cette variable.

Chaque ligne de :

m La colonne Observation focale contient la valeur de la variable d’étiquetage des observations
pour I’observation focale. Si les étiquettes d’observations ne sont pas définies, cette colonne
contient le nombre d’observations de I’observation focale.

m Laiéme colonne sous le groupe des voisins les plus proches contient la valeur de la variable
d’étiquetage d’observation pour le iéme voisin le plus proche de I’observation focale. Si les
étiquettes d’observations ne sont pas définies, cette colonne contient le nombre d’observation
du iéme voisin le plus proche de 1’observation focale.

m Laiéme colonne sous le groupe Distances les plus proches contient la distance du iéme voisin

le plus proche de 1’observation focale.

Carte des quadrants

Figure 20-18
Carte des quadrants
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Ce diagramme affiche les observations focales et leur & voisins les plus proches sur un diagramme
de dispersion (ou nuage de points, selon le niveau de mesure de la cible) avec la cible sur I’axe y et
une descriptive d’échelle sur I’axe x, affichés sous forme de panel par descriptive. 1l est disponible
si une cible existe et si une observation focale est sélectionnée dans I’espace des descriptives.

B Les lignes de référence sont tracées pour des variables continues, aux moyennes variables
dans la partition de formation.
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Journal d’erreur de sélection des descriptives

Figure 20-19
Sélection des caractérisques
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Les points du diagramme affichent 1’erreur (le ratio du taux d’erreur ou I’erreur de la somme des
carrés, selon le niveau de mesure de la cible) sur 1’axe y pour le modéle avec la descriptive sur
I’axe x (plus toutes les descriptives a gauche sur 1’axe x). Ce diagramme est disponible si une cible
existe et si la sélection des descriptives est activée.
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Journal d’erreur de la sélection de k

Figure 20-20
Sélection de k
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Les points du diagramme affichent I’erreur (le ratio du taux d’erreur ou I’erreur de la somme
des carrés, selon le niveau de mesure de la cible) sur I’axe y pour le modéle avec le nombre de
voisins les plus proches (k) sur I’axe x. Ce diagramme est disponible si une cible existe et si la
sélection de k est activée.
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Journal d’erreur de sélection de k et des descriptives
Figure 20-21

Sélection de k et des descriptives
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Ce sont des diagrammes de sélection des descriptives (reportez-vous a Journal d’erreur de
sélection des descriptives sur p. 149), affiché par k. Ce diagramme est disponible si une cible
existe et si les sélections de & et des descriptives sont toutes les deux activées.
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Le tableau de classification

Figure 20-22
Tableau de classification
Prévisions
Partition
L] 1 Pourcentage correct
0 111 1 99.11%
Apprentizsage 1 7 33 82.50%
Pourcentage

global TTE4% | 22.37% 94.74%

Ce tableau affiche par partition la classification croisée des valeurs prévues de la cible observées
contre celles prévues. Il est disponible si une cible existe et si elle est qualitative.

m La ligne (Manquante) dans la partition traitée contient des observations traitées contenant des
valeurs manquantes sur la cible. Ces observations contribuent a 1’échantillon traité : Les
valeurs de pourcentage global mais pas les valeurs de pourcentage correct.

Récapitulatif d’erreur

Figure 20-23

Récapitulatif d’erreur

Partition

Sum-of-Squares Error

Apprentissage

622043

Ce tableau est disponible si une variable cible existe. Il affiche 1’erreur associée au modeéle, la
somme des carrés pour une cible cible continue et le taux d’erreur (100% — pourcentage général

correct) pour une cible qualitative.
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Analyse discriminante

L’analyse discriminante crée un mode¢le de prévision de groupe d’affectation. Le modéle est
composé d’une fonction discriminante (ou, pour plus de deux groupes, un ensemble de fonctions
discriminantes) basée sur les combinaisons linéaires des variables explicatives qui donnent la
meilleure discrimination entre groupes. Les fonctions sont générées a partir d’un échantillon
d’observations pour lesquelles le groupe d’affectation est connu. Les fonctions peuvent alors
&tre appliquées aux nouvelles observations avec des mesures de variables explicatives, mais de
groupe d’affectation inconnu.

Remarque : la variable de groupe peut avoir plus de deux valeurs. Les codes de la variable de
regroupement doivent cependant étre des nombres entiers, et vous devez spécifier leur valeur
minimale et maximale. Les observations dont les valeurs se situent hors des limites sont exclues
de I’analyse.

Exemple : En moyenne, les habitants des pays des zones tempérées consomment plus de calories
par jour que ceux des tropiques, et une plus grande proportion de ces habitants vit en ville.

Un chercheur veut combiner ces informations en une fonction pour déterminer comment un
individu peut étre différencié selon les deux groupes de pays. Le chercheur pense que la taille
de la population et des informations économiques peuvent aussi étre importantes. L’analyse
discriminante vous permet d’estimer les coefficients de la fonction discriminante linéaire, qui
ressemble a la partie droite d’une équation de régression linéaire multiple. Ainsi, en utilisant
les coefficients a, b, ¢ et d, la fonction est :

D = a *climat + b * urbain + ¢ * population + d * Produit National Brut par habitant

Si ces variables sont utiles pour établir la différence entre les deux zones climatiques, les valeurs
de D seront différentes pour les pays tempérés et les pays tropicaux. Si vous utilisez une méthode
de sélection des variables pas a pas, vous pouvez découvrir que vous n’avez pas forcément besoin
d’inclure les quatre variables dans la fonction.

Statistiques : Pour chaque variable, on a les éléments suivants : moyenne, écarts-types, ANOVA
a un facteur. Pour chaque analyse : Test de Box, matrice de corrélation intra-classe, matrice de
covariance intra-classe, matrice de covariance de chaque classe, matrice de covariance totale. Pour
chaque fonction discriminante canonique : valeur propre, pourcentage de la variance, corrélation
canonique, lambda de Wilks, Khi-deux. Pour chaque pas : probabilités a priori, coefficients

de fonction de Fisher, coefficients de fonction non standardisés, lambda de Wilks pour chaque
fonction canonique.

Données. La variable de regroupement doit avoir un nombre limité de modalités distinctes,
codifiées sous forme de nombres entiers. Les variables indépendantes nominales doivent étre
recodées en variables muettes ou de contraste.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 153
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Hypotheses : Les observations doivent étre indépendantes. Les variables prédites doivent avoir
une distribution gaussienne multivariée, et les matrices de variance-covariance intra-groupes
doivent étre égales entre groupes. On part de I’hypothése que les groupes d’affectation sont
mutuellement exclusifs (c’est-a-dire qu’aucune observation n’est affectée a plus d’un groupe) et
collectivement exhaustifs (c’est-a-dire que toutes les observations sont affectées a un groupe).
La procédure est la plus efficace lorsque I’affectation a un groupe est une variable réellement
qualitative. Si I’affectation a un groupe est basée sur les valeurs d’une variable continue (par
exemple, QI élevé contre QI bas), vous devez envisager d’utiliser la régression linéaire pour
exploiter les informations plus riches données par la variable continue elle-méme.

Pour obtenir une analyse discriminante

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Classification > Analyse discriminante

Figure 21-1

Boite de dialogue Analyse discriminante : Classement

Analyse discriminante
f Age en années [age] - |defau|t(D 17

Critére de regroupement qualitatit numerique : Statistioues
& Rewvenu du foyer en mil...

& Ratio DébitiCrédit (10... Classification. .
Autre deth illi i inoé s

& - re dette Eljl tilliers Watiahles indépendantes ©

@? Decouvert predit, mod... i

é’ Mb d'années avec l'employeur act..
& Decouvert predit, mod... - gﬁ Mk d'années & l'adresse actuelle [...
& Découvert prédt, mad. . & Débit carte de crédit en miliers de [T

@ Ertrer les variables simutanément

@ Utilizer la méthade pas & pas

Yariahle de fitrage ©
|ed=1 | Yaleur...

Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aide ]

Sélectionnez une variable de regroupement a valeur entiére et cliquez sur Définir intervalle pour
spécifier les modalités a considérer.

Sélectionnez les variables prédites (ou explicatives). (Si votre variable de regroupement n’a pas de
valeurs entiéres, la procédure de recodification automatique du menu Transformer permettra d’en
créer un avec des valeurs entiéres.)

Sélectionnez la méthode de saisie des variables indépendantes.

m  Entrer les variables simultanément Entre simultanément toutes les variables indépendantes qui
satisfont aux critéres de tolérance.

m  Utiliser la méthode pas a pas : Utilise la méthode pas a pas pour contrdler 1’entrée et la
suppression de variables.

Vous pouvez également sélectionner les observations avec une variable de sélection.
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Définition d'intervalles pour I'analyse discriminante

Figure 21-2
Boite de dialogue Analyse discriminante : Définir intervalle

Analyse discriminante : Definir une plage

hiniimum ; EI

|Poursuwre[ Annuler ][ Aide ]

Spécifiez la valeur minimum et maximum de la variable de regroupement pour I’analyse.

Les observations avec des valeurs hors de cet intervalle ne sont pas utilisées dans 1’analyse
discriminante mais elles sont classées dans un des groupes existants en fonction des résultats de
I’analyse. Les valeurs minimum et maximum doivent étre des entiers.

Sélection des observations pour I'analyse discriminante

>

>

Figure 21-3
Boite de dialogue Analyse discriminante : Enregistrer

Analyse discriminante : Définir valeur

Waleur de la wariable de fitrage :

[Poursuwrel[ Annuler ][ Aicle ]

Pour sélectionner les observations pour votre analyse :
Dans la boite de dialogue Analyse discriminante, sélectionnez une variable de sélection.

Cliquez sur Valeur pour entrer un entier comme valeur de sélection.

Seules les observations avec la valeur spécifiée pour la variable de sélection sont utilisées pour
dériver les fonctions discriminantes. Les résultats des statistiques et de classification sont
générés pour les observations sélectionnées et celles qui ne le sont pas. Ce processus fournit une
méthode de classification des nouvelles observations reposant sur des données existantes ou de
partitionnement de vos données dans un sous-ensemble de test ou de formation en vue d’effectuer
une validation sur le modéle créé.
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Statistiques de I'analyse discriminante

Figure 21-4
Boite de dialogue Analyse discriminante. Statistiques
Analyse discriminante : Statistiques
Caractéristigues hiatrices
I:Z Moyennes I:Z. Corrélations intra-classe
[ arnova &1 factewr || [T Covariance intra-classe
[ Test de Box [ covariance de chague classe

Coefficients de la fonctio | Covariance totale

l;f: Fisher

[ Mon standardisés

Annuler ][ Aicle ]

Descriptives. Les options disponibles sont moyennes (y compris écarts-types), ANOVA a 1 facteur
et Test M de Box.

m  Moyennes. Affiche le total et la moyenne de chaque groupe ainsi que I'écart-type des variables
explicatives.

m  ANOVA a1 facteur. Effectue pour chacune des variables indépendantes une analyse de variance
a 1 facteur pour tester 1'égalité des moyennes de groupe.

m M de Box. Test d'égalité des matrices de covariance des classes. Pour les échantillons de taille
suffisamment importante, une valeur p non significative indique qu'il n'est pas démontré
que les matrices différent. Ce test est sensible aux déviations par rapport a la distribution
gaussienne multivariée.

Coefficients de la fonction : Les options disponibles sont les coefficients de la classification de
Fisher et les coefficients non standardisés.

m  Fisher. Affiche les coefficients de la fonction de classification de Fisher qui peuvent étre
directement utilisés pour la classification. Un groupe séparé de coefficients de fonctions de
classification est obtenu pour chaque groupe et une observation est affectée au groupe qui a le
plus grand score discriminant (valeur de fonction de classification).

® Non standardisés. Affiche les coefficients non normalisés de la fonction discriminante.

Matrices : Les matrices de coefficients pour variables indépendantes disponibles sont la matrice
de corrélation intra-classe, la matrice de covariance intra-classe, la matrice de covariance de
chaque classe et la matrice de covariance totale.

m Corrélations intra-classe. Affiche une matrice de corrélations intra-classes globale, en
calculant la moyenne des matrices de covariance distinctes pour tous les groupes avant de
calculer les corrélations.

m Covariance intra-classe. Affiche une matrice de covariances intra-classes globale, qui peut
différer de la matrice de covariance totale. Cette matrice est obtenue en calculant la moyenne
des matrices de covariances distinctes de tous les groupes.
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Covariance de chaque classe. Affiche des matrices de covariances distinctes pour chaque
groupe.

Covariance totale. Affiche la matrice de covariance de toutes les observations comme si elles
provenaient d'un seul échantillon.

Meéthode pas a pas de I'analyse discriminante

Figure 21-5
Boite de dialogue Analyse discriminante : Méthode pas a pas

Analyse discriminante : Méthode pas a pas
tiéthods Critéres
@) Lamba de Wilks @ Choisir Ia valeur de F
@) variance résiduelle Entree: SUESE:
@ Distance de tahalanokiz

© Choisir la probabilité de F
(@) Plus petit rapport F

O de Ran

A fficher

[ Récapitulation des étapes [7] Test F des distances entre couples

|F‘oursuwre|[ Annuler ][ Aidle ]

Méthode : Sélectionnez la statistique a utiliser pour ajouter ou supprimer de nouvelles variables.
Les options possibles sont le lambda de Wilks, la variance résiduelle, la distance de Mahalanobis,
le plus petit rapport F et le V' de Rao. Avec le V' de Rao, vous pouvez spécifier I’augmentation
minimum de ¥ pour entrer une variable.

Lambda de Wilks. Méthode de sélection des variables pour une analyse discriminante pas a
pas qui sélectionne les variables a entrer dans I'équation d'apres leur capacité a faire baisser
le lambda de Wilks. A chaque étape, les variables sont entrées dans 1'analyse d'aprés leur
capacité a faire baisser le lambda de Wilks.

Variance résiduelle. A chaque étape, la variable qui minimise la somme des variations
résiduelles entre les groupes est saisie.

Distance de Mahalanobis. Mesure de la distance entre les valeurs d'une observation et la
moyenne de toutes les observations sur les variables indépendantes. Une distance de
Mahalanobis importante identifie une observation qui a des valeurs extrémes pour des
variables indépendantes.

Plus petit rapport F. Méthode de sélection des variables en analyse pas a pas, fondée sur la
maximisation d'un rapport F calculé a partir de la distance de Mahalanobis entre des groupes.

V de Rao. Mesure des différences entre des moyennes de groupes. Egalement appelée trace de
Lawley-Hotelling. A chaque étape, la variable qui maximise l'augmentation du V de RAO
est entrée. Apres avoir sélectionné cette option, entrez la valeur minimale que doit avoir une
variable pour entrer dans l'analyse.
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Criteres : Les options disponibles sont Choisir la valeur de F et Choisir la probabilité de F. Entrez des
valeurs pour ajouter et supprimer des variables.

Choisir la valeur de F. Une variable est introduite dans un modéle si sa valeur F est supérieure
a la valeur Entrée et elle est éliminée si la valeur F est inférieure a la valeur Elimination.
La valeur Entrée doit étre supérieure a la valeur Elimination et toutes deux doivent étre
positives. Pour introduire davantage de variables dans le mode¢le, réduisez la valeur du

champ Entrée. Pour éliminer davantage de variables dans le mod¢le, augmentez la valeur du
champ Elimination.

Choisir la probabilité de F. Une variable est entrée dans le modé¢le si le seuil de signification de
la valeur F est inférieur a la valeur Entrée ; la variable est éliminée si ce seuil est supérieur a la
valeur Elimination. La valeur Entrée doit &tre inférieure a la valeur Elimination et toutes deux
doivent étre positives. Pour introduire davantage de variables dans le modele, diminuez la
valeur Entrée. Pour éliminer davantage de variables du modele, réduisez la valeur Elimination.

Afficher : L’option Récapitulation des étapes affiche les statistiques de toutes les variables aprés
chaque étape. L’option Test F des distances entre couples affiche une matrice de rapports F
appariés pour chaque paire de groupes.

Analyse discriminante : Classement

Figure 21-6
Boite de dialogue Classement de I'analyse discriminante

Analyse discriminante : Classification
Probahiltés a prior Litiliser la matrice de covariance
@ Egales pour toutes les classes @ Intra-clazse
©) & calculer selan les effectits © Classe par classe
Afficher Disgrammes
[7] Résuttats par observation [7] Toutes claszes combindes

|| Remplacer les wvaleurs manquantes par la moyenne

| Clagzse par classe

[ Récapitulstit [7] carte des régions d'affectstion

[ Classification par élimination

(Poursuivee] | anrwier || e |

Probabilités a priori : Cette option permet de déterminer si les coefficients de classification sont
ajustés pour une connaissance a priori de I’appartenance a une classe.

Egales pour toutes les classes. Des probabilités a priori égales sont supposées pour toutes les
classes; ceci n’a aucun incident sur les coefficients.

A calculer selon les effectifs. Les tailles de classe observées dans votre échantillon déterminent
les probabilités a priori de la classe d’appartenance. Par exemple, si 50% des observations
comprises dans 1’analyse appartiennent a la premiére classe, 25 % a la deuxieme, et 25 %

a la troisieéme, les coefficients de classification sont ajustés pour accroitre la probabilité
d’affectation de la premiére classe par rapport aux deux autres.
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Afficher : Les options d’affichage disponibles sont les résultats par observation, le récapitulatif
et la classification par élimination.

Résultats par observation. Les codes du groupe actuel, du groupe prévu, des probabilités a
posteriori et des scores discriminants sont affichés pour chaque observation.

Récapitulatif. Nombre d'observations correctement et incorrectement affectées a chacune des
classes sur la base de I'analyse discriminante. Parfois appelés « matrice de confusion ».

Classification par élimination. Classement de chaque observation de l'analyse par les fonctions
dérivées de I'ensemble des observations autres que cette observation. Cette classification est
également appelée « méthode U ».

Remplacer les valeurs manquantes par la moyenne : Sélectionnez cette option pour remplacer la
valeur manquante d’une variable indépendante par la moyenne de cette variable, mais seulement
durant la phase de classification.

Utiliser la matrice d'inertie : Vous pouvez choisir de classer les observations en utilisant une
matrice de covariance intra-classe ou une matrice de covariance pour chaque classe.

Intra-classe. La matrice de covariances intra-classes globale est utilisée pour classifier les
observations.

Classe par classe :. Les matrices de covariances de chaque groupe sont utilisées pour la
classification. Comme la classification repose sur les fonctions discriminantes et pas sur les
variables d'origine, cette option n'est pas toujours équivalente a la discrimination quadratique.

Diagrammes : Les options de diagramme disponibles sont toutes classes combinées, classe par
classe, et carte des régions d’affectation.

Toutes classes combinées. Crée un diagramme de dispersion de tous les groupes, des valeurs
des deux premicres fonctions discriminantes. S'il n'y a qu'une seule fonction, un histogramme
est tracé a la place.

Classe par classe. Crée des diagrammes de dispersion classe par classe pour les deux
premiceres valeurs de fonction discriminante. Lorsqu'il n'y a qu'une seule fonction, des
histogrammes sont affichés a la place.

Carte des régions d'affectation. Diagramme des limites servant a classifier les observations
en fonction de valeurs de fonction. Les numéros correspondent aux groupes auxquels les
observations ont ét¢ affectées. La moyenne de chaque groupe est indiquée par un astérisque
a l'intérieur de ses limites. La carte n'est pas affichée s'il n'existe qu'une seule fonction
discriminante.
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Enregistrement de I'analyse discriminante

Figure 21-7
Boite de dialogue Analyse discriminante : Enregistrer

Analyse discriminante : Enregistrer
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Vous pouvez ajouter de nouvelles variables a votre fichier de données actif. Les options
disponibles sont classe(s) d’affectation (une seule variable), valeurs du facteur discriminant (une
variable pour chaque fonction discriminante dans la solution), et probabilités d’affectation a un
groupe en fonction des valeurs du facteur discriminant (une variable pour chaque groupe).

Vous pouvez également exporter les informations du modéle vers le fichier spécifié au format

XML (PMML). Vous pouvez utiliser ce fichier de modeéle pour appliquer les informations du
modele aux autres fichiers de données a des fins d’évaluation.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande DISCRIMINANT

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

effectuer plusieurs analyses discriminantes avec une seule commande et contrdler 1’ordre
d’entrée des variables (au moyen de la sous-commande ANALYSIS).

spécifier des probabilités a priori pour la classification (au moyen de la sous-commande
PRIORS).

afficher les matrices des coordonnées factorielles et les matrices des corrélations structurelles
aprés rotation (au moyen de la sous-commande ROTATE).

limiter le nombre de fonctions discriminantes extraites (au moyen de la sous-commande
FUNCTIONS).

restreindre la classification aux observations sélectionnées (ou non sélectionnées) pour
I’analyse (au moyen de la sous-commande SELECT).

lire et analyser une matrice de corrélation (au moyen de la sous-commande MATRIX).

créer une matrice de corrélation pour une analyse ultérieure (au moyen de la sous-commande
MATRIX).

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.
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Analyse factorielle

L’analyse factorielle essaie d’identifier des variables sous-jacentes, ou facteurs, qui permettent
d’expliquer le patron des corrélations a I’intérieur d’un ensemble de variables observées.
L’analyse factorielle est souvent utilisée pour réduire un ensemble de données. L’analyse
factorielle est souvent utilisée dans la factorisation, en identifiant un petit nombre de facteurs qui
expliquent la plupart des variances observées dans le plus grand nombre de variables manifestes.
On peut également utiliser I’analyse factorielle pour générer des hypothéses concernant des
mécanismes de causalité ou pour afficher des variables pour une analyse ultérieure (par exemple,
pour identifier la colinéarité avant une analyse de régression linéaire).

La procédure d’analyse factorielle offre une trés grande flexibilité :
m [] existe sept méthodes d’extraction de facteur.

m [l existe cinq méthodes de rotation, dont directe Oblimin et Promax pour les rotations non
orthogonales.

m [l existe trois méthodes pour calculer les facteurs, et ces facteurs peuvent étre enregistrés en
tant que variables pour des analyses ultérieures.

Exemple : Quelle est I’attitude sous-jacente qui pousse les personnes a répondre d’une certaine
maniére aux questions concernant un sondage politique ? L’examen des corrélations parmi les
¢éléments d’un sondage révele qu’il y a des recouvrements significatifs parmi divers sous-groupes
d’¢léments. Les questions sur les impdts ont tendance a étre en corrélation, de méme que les
questions a thémes militaires, etc. Avec 1’analyse factorielle, vous pouvez enquéter sur le nombre
de facteurs sous-jacents, et, dans de nombreux cas, vous pouvez identifier le concept représenté
par ces facteurs. De plus, vous pouvez calculer les facteurs pour chaque répondant, facteurs que
vous pouvez utiliser pour des analyses ultérieures. Par exemple, sur la base des facteurs, vous
pouvez développer un modéle logistique de régression pour prévoir le comportement de vote.

Statistiques : Pour chaque variable, on a les éléments suivants : nombre d’observations
valides, moyenne et écart-type. Pour chaque analyse factorielle : matrice de corrélation des
variables, incluant des seuils de signification, déterminant, inverse ; les matrices des corrélations
reconstituées, incluant I’anti-image ; les solutions initiales (qualités de représentation, valeurs
propres et pourcentage de variance expliqué) ; mesure d’adéquation d’échantillonnage de
Kaiser-Meyer-Olkin et le test de sphéricité de Bartlett ; structure avant rotation, incluant les
saturations sur les facteurs, la qualité de représentation, et les valeurs propres; structure apres
rotation, incluant une matrice de forme apres rotation et une matrice de transformation. Pour
rotations obliques : type et matrices de structure aprés rotation ; matrice factorielle de coefficient
de facteur et matrice factorielle de facteur de covariance. Diagrammes : Diagramme de valeurs
propres et carte factorielle du premier, du deuxiéme et du troisiéme facteur.

Données. Les variables doivent étre quantitatives au niveau de I’intervalle ou du rapport. Les
données qualitatives (comme la religion ou le pays d’origine) ne conviennent pas pour I’analyse
factorielle. Les données pour lesquelles la corrélation de Pearson calculée a un sens conviennent
pour I’analyse factorielle.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 161
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Hypotheses : Les données doivent posséder une distribution gaussienne bivariée pour chaque paire
de variables et les observations doivent étre indépendantes. Le modéle d’analyse factorielle
spécifie que les variables sont déterminées par des facteurs communs (les facteurs estimés

par le modele) et des facteurs uniques (qui ne sont pas corrélés entre les variables observées);

les estimations calculées se basent sur I’hypothése que tous les facteurs uniques ne sont pas en
corrélation entre eux ainsi qu’avec les facteurs communs.

Pour obtenir une analyse factorielle

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Réduction des dimensions > Analyse factorielle

» Sélectionnez les variables pour 1’analyse factorielle.

Figure 22-1
Boite de dialogue Analyse factorielle

Analyse factorielle
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Sélection des observations pour I'analyse factorielle

Figure 22-2
Sélectionnez la boite de dialogue Analyse factorielle

ﬁ Analyse factorielle : Définir valeur
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Pour sélectionner les observations pour votre analyse :
» Sélectionnez une variable de sélection.

» Cliquez sur Valeur pour entrer un entier comme valeur de sélection.

Seules les observations ayant cette valeur pour la variable de sélection sont utilisées dans I’analyse
factorielle.
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Descriptives d’analyse factorielle

Figure 22-3
Boite de dialogue Analyse Factorielle . Descriptives...
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Statistiques : Les Descriptives univariées incluent la moyenne, 1’écart-type et le nombre
d’observations valides pour chaque variable. La structure initiale affiche la qualité de représentation
initiale, les valeurs propres et le pourcentage de variance expliqué.

Matrice de corrélation : Les options disponibles sont les coefficients, les seuils de signification, les
déterminants, les inverses, les reproduits, I’anti-image et 1’indice KMO et le test de sphéricité
de Bartlett.

® Indice KMO et test de sphéricité de Bartlett. Mesure de 1'adéquation de I'échantillonnage de
Kaiser-Meyer-Olkin qui teste si les corrélations partielles entre les variables sont faibles. Le
test de sphéricité de Bartlett teste si la matrice des corrélations est une matrice d'identité, ce
qui indiquerait que le mode¢le de facteur n'est pas adapté.

m Reconstituée. Matrice des corrélations estimée a partir de la solution factorielle. Les résidus
(différence entre les corrélations estimées et observées) sont également affichés.

m Anti-image. La matrice de corrélation des anti-images contient les opposés des coefficients
de corrélation partielle ; la matrice de covariance des anti-images contient les opposés des
covariances partielles. Dans un bon modéle factoriel, la plupart des éléments hors diagonale
doivent étre petits. La mesure d'adéquation d'échantillonnage pour une variable est affichée
sur la diagonale de la matrice de corrélation des anti-images.
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Extraction d’analyse factorielle

Figure 22-4
Boite de dialogue Analyse Factorielle : Extraction
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Méthode. Vous permet de spécifier la méthode d’extraction de facteur. Les méthodes
disponibles sont les Composantes principales, les Moindres carrés non pondérés, les Moindres
carrés généralisés, le Maximum de vraisemblance, la Factorisation en axes principaux,

I’ Alpha-maximisation et la Factorisation en projections.

m  Analyse en composantes principales. Méthode d'extraction de facteur utilisée pour former
des combinaisons linéaires non corrélées des variables observées. La premiére composante
principale a une variance maximale. Les autres composantes expliquent progressivement des
portions plus petites de la variance sans étre corrélées les unes aux autres. L'analyse des
composantes principales est utilisée pour obtenir la solution factorielle initiale. Elle peut étre
utilisée quand la matrice des corrélations est singuliére.

m  Méthode des moindres carrés non pondérés. Méthode d'extraction de facteur qui minimise la
somme des carrés des différences entre les matrices de corrélations observées et reconstituées,
en ignorant les diagonales.

m  Methode des Moindres carrés généralisés. Méthode d'extraction de facteur qui minimise la
somme des carrés des différences entre les matrices de corrélations observées et reconstituées.
Les corrélations sont pondérées par l'inverse de leur unicité, de fagon a ce que les variables
présentant une forte unicité regoivent une pondération inférieure a celles présentant une
faible unicité.

m  Meéthode du maximum de vraisemblance. Méthode d'extraction de facteur qui fournit les
estimations de paramétres les plus susceptibles d'avoir généré la matrice de corrélations
observée si I'échantillon est issu d'une distribution gaussienne multivariée. Les corrélations
sont pondérées par l'inverse de I'unicité des variables et un algorithme itératif est utilis¢.

m  Factorisation en axes principaux. Méthode d'extraction de facteurs a partir de la matrice des
corrélations initiales ou les coefficients de corrélation multiple au carré sont placés sur la
diagonale comme estimation initiale des qualités. Ces cartes factorielles sont utilisées pour
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une nouvelle estimation des qualités de représentation qui remplace alors 1'ancienne sur
la diagonale. Les itérations se poursuivent jusqu'a ce que les variations des qualités de
représentation d'une itération a l'autre satisfassent le critére de convergence de 1'extraction.

m  Alpha. Méthode d'extraction de facteur qui considére les variables dans l'analyse comme un
échantillon issu de la population des variables potentielles. Cette méthode maximise l'alpha
de Cronbach des facteurs.

m Factorisation en projections. Méthode d'extraction de facteur développée par Guttman et
basée sur la théorie d'une image. La partie commune de la variable, appelée image partielle,
est définie comme sa régression linéaire sur les autres variables, plutét qu'une fonction de
facteurs hypothétiques.

Analyser : Vous permet de spécifier si 1’analyse porte sur une matrice de corrélation ou sur une
matrice de covariance.

m Matrice de corrélation. Utile si les variables de votre analyse sont mesurées selon des échelles
différentes.

m Matrice de covariance. Utile lorsque vous souhaitez appliquer I’analyse factorielle a plusieurs
groupes avec des variances différentes pour chaque variable.

Extraire : Vous pouvez retenir tous les facteurs dont les valeurs propres dépassent une valeur
spécifique ou retenir un nombre spécifique de facteurs.

Afficher : Vous permet de demander la solution factorielle avant rotation et un diagramme des
valeurs propres.

m  Solution factorielle sans rotation. Affiche les corrélations factorielles sans rotation (matrice de
projections factorielles), les qualités de représentation et les valeurs propres de la solution
factorielle.

m  Diagramme des valeurs propres. Diagramme représentant la variance associée a chaque facteur.
Permet de déterminer le nombre de facteurs a conserver. Généralement, le diagramme
montre une coupure franche entre la forte pente des facteurs élevés et la traine graduelle
du reste (valeurs propres).

Maximum des itérations pour converger : Vous permet de spécifier le nombre maximum de pas que
I’algorithme peut utiliser pour estimer la solution.



166

Chapitre 22

Rotation d’analyse factorielle

Figure 22-5
Boite de dialogue Analyse factorielle : Rotation
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Méthode : Vous permet de sélectionner la méthode de rotation des facteurs. Les méthodes
disponibles sont Varimax, Oblimin directe, Quartimax, Equamax ou Promax.

Méthode varimax. Méthode de rotation orthogonale qui minimise le nombre de variables ayant
de fortes corrélations sur chaque facteur. Simplifie l'interprétation des facteurs.

Critére oblimin direct. Méthode de rotation oblique (non orthogonale). Lorsque delta est nul
(valeur par défaut), les solutions sont les plus obliques. Plus la valeur de delta est négative,
moins les facteurs sont obliques. Pour remplacer la valeur nulle par défaut de delta, entrez
un nombre inférieur ou égal a 0,8.

Méthode quartimax. Méthode de rotation qui réduit le nombre de facteurs requis pour expliquer
chaque variable. Simplifie l'interprétation des variables observées.

Equamax. Méthode de rotation qui est une combinaison de la méthode Varimax (qui simplifie
les facteurs) et de la méthode Quartimax (qui simplifie les variables). Le nombre de variables
pesant sur un facteur et le nombre de facteurs nécessaires pour expliquer une variable sont
minimiseés.

Rotation Promax. Rotation oblique qui permet aux facteurs d'étre corrélés. Peut étre calculée
plus rapidement qu'une rotation oblimin directe, aussi est-elle utile pour les vastes ensembles
de données.

Afficher: Vous permet d’inclure le résultat de la structure apres rotation, et également d’afficher
les cartes factorielles sur le premier, le second et le troisiéme facteur (Cartes factorielles).

Structure apreés rotation. Vous devez sélectionner une méthode de rotation pour obtenir une
structure aprés rotation. Pour les rotations orthogonales, la matrice de forme apres rotation
et la matrice de transformation factorielle sont affichées. Pour les rotations obliques, le
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programme affiche la matrice des projections factorielles, la matrice de structure et la matrice
des corrélations de facteurs.

Diagramme des Contributions des Facteurs. Diagramme en trois dimensions des contributions
des trois premiers facteurs. Pour une solution a deux facteurs, un diagramme en deux
dimensions est affiché. Le diagramme n'est pas affiché si un seul facteur est extrait. Les
diagrammes affichent des solutions ayant subi une rotation si cette derniére est demandée.

Maximum des itérations pour converger : Vous permet de spécifier le nombre maximum de pas que
I’algorithme peut utiliser pour réaliser la rotation.

Scores d’analyse factorielle

Figure 22-6
Boite de dialogue Scores de |Analyse Factorielle
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Enregistrer dans des variables : Vous permet de créer une nouvelle variable pour chaque facteur
selon la structure finale.

Méthode : Les méthodes alternatives pour calculer les facteurs sont la Régression, Bartlett,
et Anderson-Rubin.

Méthode de régression. Méthode d'estimation des coefficients factoriels. Les écarts obtenus
ont une moyenne de 0 et une variance égale au carré de la corrélation multiple entre les
coefficients factoriels estimés et les vraies valeurs du facteur. Les écarts peuvent étre corrélés
méme lorsque les facteurs sont orthogonaux.

Facteurs de Bartlett. Méthode d'estimation des coefficients factoriels. Les résultats ont une
moyenne de 0. La somme des carrés des facteurs uniques dans la plage de variables est
minimisée.

Méthode d'Anderson-Rubin. Méthode d'estimation des coefficients factoriels ; variante de la
méthode de Bartlett qui garantit 'orthogonalité des facteurs estimés. Les scores obtenus
affichent une moyenne de 0 et un écart-type de 1 et ne sont pas corrélés.

Afficher la matrice des coefficients factoriels : Vous permet de montrer les coefficients par lesquels
les variables sont multipliées pour obtenir les facteurs. Cela permet également de montrer les
corrélations entre les facteurs.
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Options d’analyse factorielle

Figure 22-7
Boite de dialogue des Options de IAnalyse Factorielle
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Valeurs manquantes : Vous permet de spécifier comment traiter les valeurs manquantes. Les
options disponibles sont d’exclure toute observation incompléte, d’exclure seulement les
composantes non valides, ou de les remplacer par la moyenne.

Affichage des projections : Vous permet de controler le format des matrices de résultat. Triez
les coefficients par leur taille et supprimez les coefficients dont la valeur absolue est inférieure
a la valeur spécifiée.

Fonctionnalités suppléementaires de la commande FACTOR

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

B spécifier des critéres de convergence pour les itérations lors de I’extraction et de la rotation ;
définir des diagrammes factoriels individuels aprés rotation ;

indiquer le nombre de facteurs a enregistrer ;

spécifier les valeurs des diagonales pour la méthode de factorisation en axes principaux ;

créer des matrices de corrélation ou des matrices de projections factorielles sur un disque
pour une analyse ultérieure ;

m lire et analyser des matrices de corrélation ou des matrices de projections factorielles.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Choix d’une procédure de
classification

Vous pouvez effectuer des analyses de classes a I’aide de la procédure TwoStep, de la classification
hiérarchique ou des nuées dynamiques. Chaque procédure utilise un algorithme différent pour la
création des classes, et chacune d’elles comporte des options qui ne sont pas disponibles dans

les autres procédures.

Analyse du composant Classe TwoStep. La procédure Analyse du composant Classe TwoStep est la
méthode privilégié¢e pour de nombreuses applications. Elle offre les fonctionnalités spécifiques
suivantes :

m  Sélection automatique du meilleur nombre de classes, en plus des mesures de sélection parmi
des modeles de classe.

B Possibilité de créer simultanément des modéles de classe sur la base de variables qualitatives
et continues.

B Possibilité d’enregistrer le modéle de classe dans un fichier XML externe, puis de lire ce
fichier et de mettre a jour le modéle de classe a 1’aide des données les plus récentes.

En outre, la procédure Analyse du composant Classe TwoStep permet d’analyser des fichiers de
données volumineux.

Classification hiérarchique. La procédure Classification hiérarchique est limitée a des fichiers
de données plus petits (centaines d’objets a classer), mais offre les fonctionnalités spécifiques
suivantes :

B Possibilité de classer des observations ou des variables.

B Possibilité de calculer plusieurs solutions possibles et d’enregistrer des classes d’affectation
pour chacune de ces solutions.

m  Plusieurs méthodes de formation de classes, de transformation de variables et de mesure de
la dissimilarité entre les classes.

Tant que toutes les variables sont du méme type, la procédure Classification hiérarchique peut
analyser des variables d’intervalle (continues), d’effectif ou binaires.

Nuées dynamiques. La procédure Nuées dynamiques est limitée aux données continues et exige
que vous indiquiez au préalable le nombre de classes. Elle offre néanmoins les fonctionnalités
spécifiques suivantes :

B Possibilité d’enregistrer les distances a partir des centres de classes pour chaque objet.

B Possibilité de lire les centres de classes initiaux a partir d’un fichier IBM® SPSS® Statistics
et d’enregistrer les centres de classes finaux dans un fichier SPSS Statistics externe .

En outre, la procédure Nuées dynamiques permet d’analyser des fichiers de données volumineux.
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La procédure d’analyse TwoStep Cluster est un outil d’exploration congu pour révéler des
groupements naturels (ou classes) au sein d’un fichier de données. L’algorithme utilisé par cette
procédure posséde plusieurs fonctionnalités qui le distinguent des techniques de classification
standard :

m  Gestion des données qualitatives et continues : En supposant que les variables soient
indépendantes, une distribution jointe multinomiale-normale peut étre placée sur des variables
qualitatives et continues.

m  Sélection automatique du nombre de classes : En comparant les valeurs d’un critére de
modele-choix dans différentes solutions de classification, la procédure peut déterminer
automatiquement le nombre optimal de classes.

m  Evolutivité : En construisant une arborescence de fonctionnalités de classe (CF) qui récapitule
les enregistrements, I’algorithme TwoStep vous permet d’analyser des fichiers de données
volumineux.

Exemple : Les entreprises du domaine des produits de consommation et du commerce de détail
utilisent réguliérement des techniques de classification des données qui décrivent les habitudes
d’achat, le sexe, 1’age, le niveau de revenu, etc. de leurs clients. Ces sociétés adaptent leurs
stratégies de marketing et de développement produit a chaque groupe de consommation afin
d’augmenter les ventes et de développer la fidélité a la marque.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 170
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Figure 24-1
Boite de dialogue Analyse TwoStep Cluster
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Mesure de distance : Cette sélection détermine la facon dont la similarité entre deux classes
est calculée.

Log-vraisemblance : La mesure de vraisemblance place une distribution de probabilité sur les
variables. Les variables continues sont considérées comme étant distribuées normalement
alors que les variables qualitatives sont considérées comme étant multinomiales. Toutes les
variables sont considérées comme étant indépendantes.

Euclidienne : La mesure euclidienne est la distance « en ligne droite » entre deux classes. Elle
peut étre utilisée uniquement lorsque toutes les variables sont continues.

Nombre de classes : Cette sélection vous permet d’indiquer la fagon dont le nombre de classes
doit étre déterminé.

Déterminer automatiquement. Cette procédure déterminera automatiquement le « meilleur »

nombre de classes en utilisant le critére défini dans le groupe Critére de classification. Vous
pouvez également entrer un nombre entier positif qui définit le nombre maximal de classes

que la procédure doit prendre en compte.

Indiquer une valeur fixe. Vous permet d’indiquer le nombre de classes (valeur fixe) dans la
solution. Entrez un entier positif.

Nombre de variables continues : Ce groupe fournit un récapitulatif des spécifications de
standardisation des variables continues qui sont définies dans la boite de dialogue Options. Pour
plus d'informations, reportez-vous a la section Options de la procédure d’analyse TwoStep Cluster
sur p. 173.



172

Chapitre 24

Critere de classification : Cette sélection détermine la fagon dont 1’algorithme de classification
automatique détermine le nombre de classes. Vous pouvez spécifier le critére d’information
bayésien (BIC) ou le critére d’information d’Akaike (AIC).

Données. Cette procédure fonctionne avec des variables continues et qualitatives. Les observations
représentent les objets a classer et les variables représentent les attributs sur lesquels est basée
la classification.

Tri par observation. Remarque : 1’arborescence des fonctionnalités de classe et la solution finale
peuvent dépendre de I’ordre des observations. Pour réduire les effets de tri, classez les observations
de maniére aléatoire. Vous pouvez obtenir différentes solutions pour lesquelles les observations
ont été triées de maniere aléatoire, afin de vérifier la stabilité d’une solution donnée. Lorsque
cela s’avére difficile en raison de fichiers trés volumineux, vous pouvez effectuer plusieurs fois
I’opération sur un échantillon des observations triées de différentes maniéres aléatoires.

Hypotheéses : La mesure de la distance de vraisemblance considére que les variables du modele de
classe sont indépendantes. De plus, chaque variable continue est considérée comme ayant une
distribution normale (gaussienne) et chaque variable qualitative comme ayant une distribution
multinomiale. Des tests internes empiriques indiquent que la procédure est assez résistante aux
violations de I’hypothése d’indépendance et des hypothéses de distribution, mais vous devez
savoir comment ces hypothéses sont vérifiées.

Utilisez la procédure Corrélations bivariées pour tester 1’indépendance de deux variables
continues. Utilisez la procédure Tableaux croisés pour tester I’indépendance de deux variables
qualitatives. Utilisez la procédure Moyennes pour tester I’indépendance entre une variable
continue et une variable qualitative. Utilisez la procédure Explorer pour tester la normalité d’une
variable continue. Utilisez la procédure Test du Khi-deux pour tester si une variable qualitative a
une distribution multinomiale spécifiée.

Pour effectuer une procédure d'analyse TwoStep Cluster

» A partir des menus, sélectionnez :

Analyse > Classification > TwoStep Cluster...

Sélectionnez une ou plusieurs variables qualitatives ou continues.

Sinon, vous pouvez :
B Ajuster les critéres sur lesquels est basée la construction des classes.

m  Sélectionner les paramétres de gestion du bruit, d’affectation de mémoire, de standardisation
de variable et d’entrée de modéle de classe.

B Demander les résultats du Visualiseur de modé¢les.

m  Enregistrer les résultats de modéle dans le fichier de travail ou dans un fichier XML externe.
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Options de la procédure d’analyse TwoStep Cluster

Figure 24-2
Boite de dialogue Options TwoStep Cluster

i e = = il
ffH Classification TwoStep : Options
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f Catte d'appel le mois dernier [car... |

Critéres de réglage de l'arborescence CF
Seuil de modification de distance intiale D

Momkbre maximum de branches (par noeud feuills) : Mombre maximal de noeuds |

Profondeur maximale de larborescence (niveaux) ©

h
o
;]

hlize & jour du modéle de clazse
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Traitement des valeurs éloignées : Ce groupe permet de traiter les valeurs €éloignées, notamment
lors de la classification, si 1’arborescence des fonctionnalités de classe (CF) est saturée.
L’arborescence CF est saturée si elle ne peut plus accepter d’autres observations dans un noeud
feuille et qu’aucun noeud feuille ne peut étre divisé.

m  Sivous sélectionnez la gestion du bruit et que 1’arborescence CF est saturée, I’arborescence
est reconstruite lorsque vous placez des observations de feuilles éclatées dans une feuille
« bruit ». Une feuille est éclatée si elle contient un pourcentage inférieur au pourcentage
d’observations correspondant a la taille maximale de la feuille. Une fois que 1’arborescence

est reconstruite, les valeurs éloignées sont placées dans I’arborescence CF si cela est possible.
Sinon, les valeurs éloignées sont supprimées.

®m  Sivous ne sélectionnez pas la gestion du bruit et que 1’arborescence CF est saturée, elle sera
reconstruite a 1’aide d’un seuil de changement de distance supérieur. Aprés la classification
finale, les valeurs ne pouvant étre affectées a une classe deviennent des valeurs éloignées
étiquetées. Un numéro d’identification de —1 est affecté a la classe de valeur éloignée et cette
derniere n’est pas prise en compte dans le nombre de classes.
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Allocation de mémoire : Ce groupe vous permet d’indiquer la quantité de mémoire maximale en
mégaoctets (Mo) que ’algorithme de classe doit utiliser. Si la procédure dépasse cette limite, elle
utilisera le disque pour stocker les informations ne pouvant pas étre enregistrées en mémoire.
Spécifiez une valeur supérieure ou égale a 4.

m  Consultez I’administrateur systéme pour connaitre la plus grande valeur que vous pouvez
spécifier sur votre systéme.

m [’algorithme risque de ne pas trouver le nombre correct ou souhaité de classes si cette valeur
est trop basse.

Standardisation de variable : L’algorithme de classification fonctionne avec des variables continues
standardisées. Les variables continues non standardisées doivent étre laissées en tant que variables
dans la liste A standardiser . Pour gagner du temps et éviter trop de calculs, vous pouvez
sélectionner une variable continue déja standardisée comme variable dans la liste Standardisée.

Options avancées

Criteres de réglage de I'arborescence CF : Les paramétres d’algorithme de classification suivants
s’appliquent de fagon spécifique a 1’arborescence CF et doivent étre modifiés avec le plus grand
soin :

m  Seuil de modification de distance initiale : Il s’agit du seuil initial utilisé pour construire
I’arborescence CF. Si I’insertion d’une observation dans une feuille de I’arborescence CF
provoque une étroitesse inférieure au seuil, la feuille n’est pas divisée. Si I’étroitesse dépasse
le seuil, la feuille est divisée.

®  Nombre maximum de branches (par noeud feuille) : Nombre maximum de noeuds enfant qu’un
noeud feuille peut contenir.

m  Profondeur maximum de I'arborescence : Nombre maximum de niveaux que ’arborescence CF
peut contenir.

®  Nombre maximal de noeuds : Ceci indique le nombre maximal de noeuds de 1’arbre CF pouvant
étre générés par la procédure, d’aprés la fonction (b4l — 1) / (b —1), b étant le nombre
maximal de branches et d, la profondeur maximale de 1’arbre. Notez qu’une arborescence CF
trop volumineuse risque d’épuiser les ressources du systéme et d’avoir des effets défavorables
sur les performances de la procédure. Chaque noeud exige au moins 16 octets.

Mettre a jour le modele de classe : Ce groupe vous permet d’importer et de mettre a jour un modéle
de classe généré dans une analyse précédente. Le fichier d’entrée contient I’arborescence CF au
format XML. Le modé¢le est ensuite mis a jour avec les données du fichier actif. Vous devez
sélectionner les noms des variables dans la boite de dialogue principale dans le méme ordre

que celui dans lequel ils ont été spécifiés dans I’analyse précédente. Le fichier XML demeure
inchangé, sauf si vous enregistrez les informations du nouveau modele en utilisant le méme nom
de fichier. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Résultats de I’analyse TwoStep
Cluster sur p. 175.

Si vous avez indiqué la mise a jour d’un mod¢le de classe, les options relatives a la génération
de I’arborescence CF spécifiées pour le modéle d’origine sont utilisées. Plus précisément, les
parametres de mesure de la distance, de gestion du bruit, d’affectation de mémoire ou les criteres
de réglage de I’arborescence CF pour le modéele enregistré sont utilisés et tous les paramétres de
ces options dans les boites de dialogue sont ignorés.
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Remarque : Lorsque vous effectuez une mise a jour d’un modéele de classe, la procédure considére
qu’aucune des observations sélectionnées dans I’ensemble de données actif n’a été utilisée pour
créer le modele de classe d’origine. La procédure considére également que les observations
utilisées dans la mise a jour du modele sont issues de la méme population d’observations utilisée
pour créer le modele d’origine. En d’autres termes, les moyennes et les variances des variables
continues et les niveaux des variables qualitatives sont considérés comme étant identiques dans les
deux groupes d’observations. Si votre « nouveau » groupe d’observations ne provient pas de la
méme population que votre « ancien » groupe, exécutez la procédure Analyse TwoStep Cluster
sur les groupes d’observations combinés pour obtenir de meilleurs résultats.

Résultats de I'analyse TwoStep Cluster

Figure 24-3
Boite de dialogue Résultats de I'analyse TwoStep Cluster

@ Classification TwoStep : Resultats

Rézultats du Yieweer de modéle

@ Diagrammes et tableaux (dans le Viewer de modéle)
Les variables spécifiées comme champs d'évalustion peuvert &tre affichées en option dans e
Wievwer de modéle comime descripteurs de classe.

Yariahles Champs o évalustion :

QS Incicateur géograph...
f Mombre de mois av...
g@ Age en années [age]
& Statut maritsl [maritl]

d:l Mombre d'années & ..
ﬁ Rewanil ol fower en

Fichiet ce trawail
Ei Créer une variable dappartenance & une classe
Fichiers Xhil

[T] Exporter e moéle final

[ Exporter arborezcence CF

[F‘oursuivre][ Annuler ][ Aicle ]

Résultats du Visualiseur de modeles Ce groupe fournit des options d’affichage pour les résultats
de la classification.

m Diagrammes et tableaux. Affiche les résultats liés au modéle, y compris les tableaux et les
diagrammes. Les tableaux de la vue du modéle comprennent un récapitulatif du modele
et une grille de caractéristiques par classe. Les résultats graphiques dans 1’affichage du
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modele incluent un diagramme de qualité des classes, les tailles des classes, I’importance des
variables, une grille de comparaison des classes et des informations sur les cellules.

m  Champs d’évaluation. Calcule les données de classe pour les variables non utilisées dans la
création des classes. Les champs d’évaluation peuvent étre affichés en méme temps que les
caractéristiques d’entrée du Visualiseur de mode¢les en les sélectionnant dans la sous-boite de
dialogue Affichage. Les champs avec valeurs manquantes sont ignorés.

Fichier de travail : Ce groupe vous permet d’enregistrer des variables dans I’ensemble de données
actif.

m  Créer une variable d'appartenance a une classe ; Cette variable contient un numéro
d’identification de classe pour chaque observation. Le nom de cette variable est tsc_n, n étant
un nombre entier positif qui indique I’ordinal de 1’opération d’enregistrement de 1’ensemble
de données actif effectuée par cette procédure au cours d’une session.

Fichiers XML : Le mod¢le de classe final et 1’arborescence CF représentent deux types de fichiers
de résultats pouvant étre exportés au format XML.

m  Exporter le modele final : Le modele de classe final est exporté vers le fichier indiqué au format
XML (PMML). Vous pouvez utiliser ce fichier de modéle pour appliquer les informations du
modele aux autres fichiers de données a des fins d’évaluation.

m  Exporter I'arborescence CF : Cette option vous permet d’enregistrer 1’état actuel de
I’arborescence de classe et de le mettre a jour ultérieurement en utilisant des données plus
récentes.

Le viewer de classes

Les modéles de classe sont généralement utilisés pour trouver des groupes (ou des classes)
d’enregistrements similaires en fonction des variables examinées, ou la similarité entre les
membres d’'un méme groupe est élevée et ou la similarité entre les membres de différents groupes
est faible. Les résultats peuvent étre utilisés pour identifier des associations qui ne seraient pas
évidentes autrement. Par exemple, grace a la classification des préférences des clients, du niveau
de revenu et des habitudes d’achat, il peut étre possible d’identifier les types de clients les plus
susceptibles de répondre a une campagne de marketing particuliére.

Il existe deux approches pour interpréter les résultats d’un affichage de classe :

m  Examiner les classes afin de déterminer les caractéristiques uniques de cette classe. Est-ce
quune classe contient tous les emprunteurs a revenus élevés ? Est-ce que cette classe contient
davantage d’enregistrements que les autres ?

m  Examiner les champs des classes afin de déterminer comment les valeurs sont distribuées
parmi les classes. Est-ce que le niveau d’éducation détermine [’appartenance a une classe ?
Est-ce qu’une cote de solvabilité élevée permet de distinguer ’appartenance a une classe
spécifique ?

Grace a I’utilisation des vues principales et des différentes vues liées dans le viewer de classes,
vous pouvez avoir un bon apercu qui vous aidera a répondre a ces questions.

Pour consulter les informations concernant un modé¢le de classe, activez (double-cliquez) sur
I’objet Viewer de modéle dans le Viewer.
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Viewer de classes

Figure 24-4
Viewer de modele avec affichage par défaut
Visualiseur de modéles E]@
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Le Viewer de mod¢le est constitué de deux panneaux, I’affichage principal a gauche et la vue liée,
ou auxiliaire, a droite. Il existe deux vues principales :

m  Récapitulatif du modele (par défaut). Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Vue récapitulative du modele sur p. 178.

m Classes. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Vue des classes sur p. 179.

Il existe quatre vues liées/auxiliaires :

® Importance des valeurs prédites. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Vue de
I’importance des variables prédites de classe sur p. 182.

m  Taille des classes (par défaut). Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Vue de la
taille des classes sur p. 183.

m  Distribution des cellules. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Vue de la
distribution des cellules sur p. 184.

m  Comparaison des classes. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Vue de
comparaison des classes sur p. 185.
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Vue récapitulative du modele

Figure 24-5
Vue récapitulative du modeéle du panneau principal
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La vue récapitulative du mode¢le affiche un instantané, ou un récapitulatif, du mode¢le de classe,

y compris une mesure par silhouette de la cohésion et de la séparation des classes qui est
ombrée pour indiquer des résultats faibles, moyens ou bons. Cet instantané vous permet de
vérifier rapidement si la qualité est faible, auquel cas vous pouvez décider de revenir au noeud de
modélisation afin de corriger les parametres du modele de classe pour obtenir un meilleur résultat.

Les résultats faibles, moyens et bons sont basés sur le travail de Kaufman et Rousseeuw (1990)
concernant 1’interprétation des structures de classe. Dans la vue récapitulative du mode¢le, d’aprés
I’évaluation de Kaufman et Rousseeuw, un bon résultat équivaut a des données qui indiquent une
preuve raisonnable ou forte de la structure de la classe, un résultat moyen signifie une preuve
faible et un résultat mauvais refléte une absence de preuve significative.

La mesure par silhouette établit la moyenne, de tous les enregistrements, (B—A) / max(A,B), ou A
correspond a la distance de I’enregistrement au centre de sa classe et B correspond a la distance de
I’enregistrement au centre de la classe la plus proche a laquelle il n’appartient pas. Un coefficient
de silhouette de 1 signifie que toutes les observations sont situées directement au centre de leurs
classes. Une valeur de —1 signifie que toutes les observations sont situées au centre de classe
d’autres classes. Une valeur de 0 signifie, en moyenne, que les observations sont équidistantes du
centre de leur propre classe et du centre de 1’autre classe la plus proche.

Le récapitulatif inclut un tableau qui contient les informations suivantes :
m  Algorithme. L’algorithme de classification utilisé, par exemple “TwoStep”.
m Caractéristiques d'entrée. Le nombre de champs, ou d’entrées ou de variables prédites.

m Classes. Le nombre de classes dans la solution.
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Vue des classes

Figure 24-6
Vue des centres de la classe du panneau principal
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La vue des classes contient une grille présentant les classes par caractéristiques, qui inclut les
noms des classes, leurs tailles et les profils de chaque classe.

Les colonnes de la grille contiennent les informations suivantes :

Classe. Les nombres de classes créées par ’algorithme.

Etiquette. Toutes les étiquettes appliquées a chaque classe (celle-ci est vierge par défaut).
Double-cliquez dans la cellule pour saisir une étiquette qui décrit les contenus de classe ; par
exemple “Acheteurs de voitures de luxe”.

Description : Toutes les descriptions du contenu de classe (celle-ci est vierge par défaut).
Double-cliquez dans la cellule pour saisir une description de la classe ; par exemple
“professionnels, plus de 55 ans, gagnant plus de 100 000 $”.

Taille : La taille de chaque classe sous la forme d’un pourcentage de 1’échantillon général
des classes. Chaque cellule de taille de la grille affiche une barre verticale qui indique le
pourcentage de taille au sein de la classe, un pourcentage de taille au format numérique
et les effectifs d’observation de la classe.

Caractéristiques. Les entrées ou variables prédites individuelles, triées par importance
générale par défaut. Si des colonnes ont la méme taille, elles sont affichées par ordre croissant
des numéros de classe.
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L’importance des caractéristiques générales est indiquée par la couleur d’ombrage de
I’arriére-plan de la cellule ; la caractéristique la plus importante étant plus sombre et la moins
importante n’étant pas ombrée. Un guide situé au-dessus du tableau indique I’importance
correspondant & chaque couleur de cellule de caractéristique.

Lorsque vous passez la souris sur une cellule, le nom complet/I’étiquette de la caractéristique et
la valeur de I’'importance de la cellule s’affichent. De plus amples informations peuvent étre
affichées selon le type de vue et de caractéristique. Dans la vue Centres des classes, cela inclut
les statistiques de la cellule et la valeur de la cellule ; par exemple : “Moyenne : 4.32”. Pour les
caractéristiques qualitatives, la cellule affiche le nom de la catégorie la plus fréquente (modale)
et son pourcentage.

Dans la vue des classes, vous pouvez sélectionner plusieurs maniéres d’afficher les informations
des classes :

m  Transposer les classes et les caractéristiques. Pour plus d'informations, reportez-vous a la
section Transposer les classes et les caractéristiques sur p. 180.

m  Trier les caractéristiques. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Trier les
caractéristiques sur p. 181.

B Trier les classes. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Trier les classes sur p.
181.

m  Sélectionner le contenu des cellules. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Contenu des cellules sur p. 181.

Transposer les classes et les caractéristiques

Par défaut, les classes sont affichées en tant que colonnes et les caractéristiques sont affichées en
tant que lignes. Pour inverser cet affichage, cliquez sur le bouton Transposer les classes et les
caractéristiques a gauche des boutons Trier les caractéristiques par. Par exemple, vous pouvez
réaliser ceci lorsque de nombreuses classes sont affichées, afin de réduire le défilement horizontal
nécessaire pour visualiser les données.

Figure 24-7
Classes transposées dans le panneau principal

Classe Etiquette Description Taille
cluster-1

(a1) HIGH (41,8%)
cluster-3

[y MORMAL (51,4%)
cluster-2

(39) HIGH (100,0%)
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Trier les caractéristiques

Le bouton Trier les caractéristiques par vous permet de sélectionner la fagon dont les cellules
de caractéristiques sont affichées :

® Importance générale. Il s’agit de I’ordre de tri par défaut. Les caractéristiques sont triées
en ordre décroissant de I’importance générale, et I’ordre de tri est le méme pour toutes les
classes. Si des caractéristiques ont des valeurs d’importance liées, les caractéristiques liées
sont répertoriées par ordre croissant des noms de caractéristique.

® Importance intra-classe. Les caractéristiques sont triées par rapport a leur importance pour
chaque classe. Si des caractéristiques ont des valeurs d’importance liées, les caractéristiques
liées sont répertoriées par ordre croissant des noms de caractéristique. Lorsque cette option
est sélectionnée, 1’ordre de tri varie généralement d’une classe a I’autre.

m  Nom. Les caractéristiques sont triées par nom dans 1’ordre alphabétique.

m  Ordre des données. Les caractéristiques sont triées selon leur ordre dans I’ensemble de données.

Trier les classes

Par défaut, les classes sont triées en ordre de taille décroissante. Les boutons Trier les classes par
vous permettent de les trier par nom dans 1’ordre alphabétique, ou, si vous avez créé des étiquettes
uniques, par ordre alphabétique des étiquettes.

Les caractéristiques ayant la méme étiquette sont triées selon le nom de classe. Si des classes sont
triées par étiquette et que vous modifiez I’étiquette d’une classe, I’ordre de tri est automatiquement
mis a jour.

Contenu des cellules

Les boutons Cellules vous permettent de modifier I’affichage du contenu des cellules pour les
champs de caractéristiques et d’évaluation.

m Centre de classes. Par défaut, les cellules affichent les noms/étiquettes des caractéristiques
et la tendance centrale pour chaque combinaison de classe/caractéristique. La moyenne
est affichée pour des champs continus et le mode (de la catégorie se présentant le plus
fréquemment) avec le pourcentage de catégorie des champs qualitatifs.

m  Distributions absolues. Affiche des noms/étiquettes de caractéristiques et des distributions
absolues des caractéristiques dans chaque classe. Pour les caractéristiques qualitatives,
I’affichage montre des diagrammes en batons ou sont superposées des catégories en ordre
croissant de la valeur des données. Pour les caractéristiques continues, 1’affichage montre un
diagramme de densité lissé qui utilise les mémes extrema et intervalles pour chaque classe.

L’affichage en rouge uni montre la distribution des classes, alors qu’un affichage plus pale
représente les données générales.

m Distributions relatives. Affiche les noms/étiquette des caractéristiques et les distributions
relatives dans les cellules. En général, les affichages sont similaires a ceux des distributions
absolues, excepté les distributions relatives qui sont affichées a la place.
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L’affichage en rouge uni montre la distribution des classes, alors qu’un affichage plus pale
représente les données générales.

Vue de base. La ou il y a beaucoup de classes, il peut étre difficile de distinguer tous les détails
sans procéder a un défilement. Afin de réduire le défilement, sélectionnez cette vue pour
modifier I’affichage en une version plus compacte du tableau.

Vue de I'importance des variables prédites de classe

Figure 24-8
Vue de I'importance des variables prédites de classe dans le panneau des liens

Predictor Importance

Price in thousands

Fuel efficiency

T
00 02 04 0 08 1.0
Curb weight]

Least Important Most Important

La vue de I'importance des variables prédites affiche I’importance relative de chaque champ
dans I’estimation du modéle.
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Vue de Ia taille des classes

Figure 24-9
Vue de la taille des classes dans le panneau des liens

Tailles des classes

Groupe

m:
[ K

Taille de la classe la

plus petite 39 (25.7%)

Taille de la classe la
plus grande 8 oty

Rapport des tailles :
Plus grande classe a 1,59
plus petite classe

La vue de la taille des classes affiche un diagramme en secteurs qui contient chaque classe.
La taille en pourcentage de chaque classe est affichée sur chaque tranche ; passez la souris sur
chaque tranche pour afficher I’effectif de celle-ci.

En dessous du diagramme, un tableau répertorie les informations suivantes sur la taille :
m La taille de la classe la plus petite (en effectif et en pourcentage de I’ensemble).
m La taille de la classe la plus grande (en effectif et en pourcentage de 1’ensemble).

m  Le rapport de taille de la classe la plus grande par rapport a la classe la plus petite.
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Vue de Ia distribution des cellules

Figure 24-10
Vue de la distribution des cellules dans le panneau des liens

Distribution des cellules

Oclobal
(=]
120

100

a0

Effectif

&0

40

| | |
2000 3.000 4.000 5000 £.000
Poids Total a charge autorisé

La vue de la distribution des cellules affiche un diagramme étendu et plus détaillé de la distribution

des données pour toutes les cellules de caractéristique que vous sélectionnez dans le tableau du
panneau principal des classes.
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Vue de comparaison des classes

Figure 24-11
Vue de comparaison des classes dans le panneau des liens

Comparaison des classes

classe-2 M classe-1

Curb weight
296 334 382

—m—
Engine size

230 300350
Width

6834 7042 73,09

Horsepower

147,374,0809,86

La vue de comparaison des classes se compose d’une présentation sous forme de grille avec des
caractéristiques dans les lignes et des classes sélectionnées dans les colonnes. Cette vue vous aide
a mieux comprendre les facteurs qui composent les classes ; elle vous permet aussi de voir les
différences entre les classes non seulement par comparaison avec les données générales mais aussi
en comparant les classes les unes aux autres.

Pour sélectionner des classes a afficher, cliquez en haut de la colonne de classe sur le panneau
principal des classes. Cliquez en maintenant la touche Ctrl ou Maj enfoncée pour sélectionner ou
désélectionner plus d’une classe pour la comparaison.

Remarque : Vous pouvez sélectionner jusqu’a cing classes a afficher.

Les classes sont affichées dans 1’ordre ou elles ont été sélectionnées, alors que I’ordre des champs
est déterminé par 1’option Trier les caractéristiques par. Lorsque vous sélectionnez Importance
intra-classe, les champs sont toujours triés par ordre d’importance générale.

Les diagrammes d’arriére-plan affichent les distributions générales de chaque caractéristique :

B Les caractéristiques qualitatives sont affichées sous forme de tracés de points, ou la taille des
points indique la catégorie la plus fréquente/modale pour chaque classe (par caractéristique).

B Les caractéristiques continues seront affichées sous forme de boites a moustache, qui affichent
les médianes générales et les intervalles interquartiles.
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Des boites a moustache des classes sélectionnées recouvrent ces vues d’arriére-plan :

Pour les caractéristiques continues, des marqueurs en points carrés et des lignes horizontales
indiquent la médiane et I’intervalle interquartile de chaque classe.

Chaque classe est représentée par une couleur différente, affichée en haut de la vue.

Navigation dans le viewer de classes

Le viewer de classes est un affichage interactif. Vous pouvez :

sélectionner un champ ou une classe pour afficher davantage de détails ;
comparer des classes afin de sélectionner des éléments intéressants ;
modifier I’affichage ;

transposer les axes.

Utilisation des barres d’outils

Vous contrblez les informations affichées dans les panneaux de gauche et de droite a 1’aide

des

options des barres d’outils. Vous pouvez modifier I’orientation de 1’affichage (haut-bas,

gauche-droite ou droite-gauche) a I’aide des commandes des barres d’outils. En outre, vous
pouvez aussi réinitialiser le viewer a ses paramétres par défaut et ouvrir une boite de dialogue
pour spécifier le contenu de la vue des classes dans le panneau principal.

Figure 24-12
Barres d’outils pour contréler les données affichées dans le viewer de classes

B OEEY S NaS | e (d L E e

WLIE: |Classes 3 |[Réini‘t_ialiser] Wl |Distribution dez cellules ™

Les options Trier les caractéristiques par, Trier les classes par, Cellules et Affichage ne sont
disponibles que lorsque vous sélectionnez la vue Classes du panneau principal. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Vue des classes sur p. 179.

)

Reportez-vous a Transposer les classes et les caractéristiques
sur p. 180

==Y Reportez-vous a Trier les caractéristiques par sur p. 181
° a5 Reportez-vous a Trier les classes par sur p. 181
o 4 Reportez-vous a Cellules sur p. 181

Contréler I'affichage de la vue des classes

Pour contrdler ce qui est affiché dans la vue des classes sur le panneau principal, cliquez sur le
bouton Afficher. La boite de dialogue Afficher s’ouvre.
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Figure 24-13
Viewer de classes - option d’affichage

Afficher

& Caractéristiques

@ Descriptions des classes
[ Tailles des classes
Mombre maximum de modalités stfichées dans les disgrammes ©

Caracteéristiques. Sélectionné par défaut. Pour masquer toutes les caractéristiques entrées,
décochez la case.

Champs d’évaluation. Sélectionnez les champs d’évaluation a afficher (les champs qui ne sont
pas utilisés pour créer le modele de classe, mais envoyé€s au viewer de modele pour évaluer les
classes) ; par défaut, aucun n’est affiché. Remarque : Cette case a cocher n’est pas disponible si
aucun champ d’évaluation n’est disponible.

Descriptions des classes. Sélectionné par défaut. Pour masquer toutes les cellules de description
des classes, décochez la case.

Tailles des classes. Sélectionné par défaut. Pour masquer toutes les cellules de taille des classes,
décochez la case.

Nombre maximal de catégories. Spécifiez le nombre maximal de catégorie a afficher dans les
diagrammes de caractéristiques qualitatives ; la valeur par défaut est de 20.

Filtrage des enregistrements

Figure 24-14
viewer de classes - Filtrer des observations
Filtrer les enregistrements

Saizizzez un nom pour le nouvesu champ de fitre ci-dessous

Mo du charmp |finer_$ |

] [Culler] [Annuler] [ Aidle ]

Si vous souhaitez en savoir plus sur les observations d’une classe particuliére ou d’un groupe
de classes, vous pouvez sélectionner un sous-ensemble d’enregistrements afin de poursuivre
I’analyse en fonction des classes sélectionnées.
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» Sélectionnez les classes dans la vue des classes du viewer de classes. Pour sélectionner plusieurs
classes, cliquez tout en maintenant la touche Ctrl enfoncée.

» A partir des menus, sélectionnez :
Générer > Filtrer des enregistrements...

» Entrez le nom d’une variable de filtre. Les enregistrements des classes sélectionnées regoivent
une valeur de 1 pour ce champ. Tous les autres enregistrements regoivent une valeur de 0 et sont
exclus des analyses ultérieures jusqu’a ce que vous modifiiez 1’état du filtre.

» Cliquez sur OK.
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Cette procédure tente d’identifier les classes d’observations (ou de variables) relativement
homogenes basées sur des caractéristiques sélectionnées, en utilisant un algorithme qui débute
avec chaque observation (ou variable) dans une classe séparée et qui combine les classes jusqu’a
ce qu’il n’en reste qu’une. Vous pouvez analyser des variables non normées ou vous pouvez
choisir parmi un assortiment de transformations standardisées. Les mesures de distance ou de
similarité sont générées par la procédure Proximities (Proximités). Les statistiques s’affichent a
chaque étape pour vous aider a choisir la meilleure solution.

Exemple : Y a-t-il des classes identifiables de spectacles télévisuels qui attirent des audiences
similaires a I’intérieur de chaque classe ? Avec une classification hiérarchique, vous pouvez
reclasser les spectacles télévisuels (observations) en classes homogénes basées sur les
caractéristiques du spectateur. Cette méthode peut étre utilisée pour identifier des segments a des
fins commerciales. Vous pouvez aussi classer les villes (observations) en groupes homogenes
pour permettre la sélection de villes comparables afin de tester diverses stratégies commerciales.

Statistiques : Chaine des agrégations, matrice de distances (ou des similarités) et classe
d’affectation pour une seule solution ou un ensemble de solutions. Diagrammes : arbres
hiérarchiques et Stalactites.

Données. Les variables peuvent étre des données quantitatives, binaires ou d’effectif. L’échelle
des variables est un élément important : des différences d’échelle qui peuvent affecter votre
(vos) solution(s) en classes hiérarchiques. Si vos variables sont d’échelles trés différentes (par
exemple, une variable est mesurée en dollars et 1’autre est mesurée en années), vous devez
envisager de les standardiser (ceci peut étre fait automatiquement avec la procédure de la
classification hiérarchique).

Tri par observation. Si des distances ex aequo ou des similitudes se présentent dans les données de
saisie ou entre les classes mises a jour au cours de I’opération de jointure, la solution de classe qui
en résulte risque de dépendre de 1’ordre des observations dans le fichier. Vous pouvez obtenir
différentes solutions pour lesquelles les observations ont été triées de manicre aléatoire, afin

de vérifier la stabilité d’une solution donnée.

Hypotheéses : Les mesures de distance ou de similarité utilisées doivent convenir aux données
analysées (Voir la procédure Proximities (proximités) pour plus de renseignements sur le choix des
mesures de distances et de similarité). Vous devez aussi inclure toutes les variables appropriées
dans votre analyse. L’omission de variables influentes peut aboutir a une solution erronée.

Parce que la classification hiérarchique est une méthode d’exploration, les résultats doivent étre
considérés comme provisoires tant qu’ils ne sont pas confirmés avec un échantillon indépendant.

Obtenir une classification hiérarchique

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Classification > Classification hiérarchique

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 189
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Figure 25-1
Boite de dialogue Classification hiérarchique

ﬁ Classification hiérarchique

Wariable(s) :
93 Manutacturer [man... | f Prix en milliers () [price]
f Wentes en milliers (... f Cylindrés du moteur [engi...
f Waleur de revente a... .gﬁ Puiszance (CY) [horsepow]

d:l Type de vehicule [t... ‘gﬁ Empattement [wheelhas]
f Wentes (en lag) [Ins... f Largeur [width]

f Zscore: Valeur de .
f Zscore: Type [zhype]

Etiueter les ohservations par ;

f Fzcore: Priven milli... % MR ((HEE ] |
.g? Zscore: Cylindrée .. RS
f FecercBEssancem @ Ohservations @] Wariahles
f Fzcore: Empstteme. .. Afticher

Zzcore: Largeur [Z... - ]
.g? geur [ p— @ Statistiques @ Diagrammes

& Forrve |anmsied

[ Coller ][Eéin'rtialiser][ Arinuler ][ e ]

» Sivous classez des observations, sélectionnez au moins une variable numérique. Si vous classez
des variables, sélectionnez au moins trois variables numériques.

Vous avez la possibilité de sélectionner une variable d’identification pour étiqueter les
observations.

Meéthode de classification hiérarchique

Figure 25-2
Boite de dialogue Classification hiérarchique : Méthode

ﬁ Classification hierarchique : Méthode
Methade d'agrégation : |Agréga1i0n suivant e saut minimum b |
tdesure
@ Intervalle : |Carré de la distance Euclidienns = |
© Effectif ~
© Binaire - -
Transfarmer l2s valzurs Transfarmer la mesure
Standardiser : |Valeurs cerfrées-rédutes ¥ | [T] waleurs absolues
@) Par variable [T rvwerser le signe
@ Par ob=ervation : [T] Régchelonner ertre 041
|§Poursuivre§| [ Annuler ] [ Aide ]

Méthode d’agrégation : Les choix disponibles sont : la Distance moyenne entre classes, la Distance
moyenne dans les classes, I’ Agrégation suivant le saut minimum, 1’ Agrégation suivant le diamétre,
les Barycentres, la Médiane et la Méthode de Ward.
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Mesure : Il permet de spécifier la mesure de distance ou de similarité devant étre utilisée pour
la classification. Sélectionnez le type de données et la mesure appropriée de distance ou de
similarité :

m Intervalle : Les choix possibles sont la Distance Euclidienne, le Carré de la distance

Euclidienne, le Cosinus, la Corrélation de Pearson, la Distance de Tchebycheff, la Distance
de Manhattan (bloc), la Distance de Minkowski, et Autre.

Effectif : Les choix possibles sont la Distance du Khi-deux et la Distance du phi-deux.

Binaire : Les choix possibles sont la Distance Euclidienne, le Carré de la distance Euclidienne,
I’Ecart de taille, la Différence de motif, la Variance, la Dispersion, la Forme, I’'Indice de Sokal
et Michener, la Corrélation phi tétrachorique, le Lambda, le D d’Anderberg, Dice, Hamann,
Jaccard, Kulczynski 1, Kulczynski 2, Lance et Williams, Ochiai, Rogers et Tanimoto, Russel
et Rao, Sokal et Sneath 1, Sokal et Sneath 2, Sokal et Sneath 3, Sokal et Sneath 4, Sokal

et Sneath 5, le Y de Yule, et le O de Yule.

Transformer les valeurs : Vous permet de standardiser les valeurs des données pour les observations
ou les valeurs avant le calcul des proximités (non disponible pour les données binaires). Les
méthodes de standardisation disponibles sont Centrer-réduire, Entre —1 et 1, Entre 0 et 1,
Maximum = 1, Moyenne = 1 ou Ecart type = 1.

mesures : Vous permet de transformer les valeurs générées par la mesure de distance. Elles sont
appliquées apres le calcul de la mesure d’indice. Les choix possibles sont Valeurs absolues,
Inverser le signe, et Rééchelonner entre 0 et 1.

Statistiques de la classification hiérarchique

Figure 25-3
Boite de dialogue Classification hiérarchique : Statistiques

Classification hiérarchique : Statistiques

[+ Chaine des aurégations

[T Matrice des distances

Clazze(s) d'affectation

@ tucun

@ Une seule solution

© Pluzieurs solutions

EPoursuiweél[ Annuler ][ Aide ]

Chaine des agrégations : Affiche les observations ou les classes combinées a chaque étape, les
distances entre les observations ou les classes en cours de combinaison, et le dernier niveau de
classe auquel une observation (ou une variable) a rejoint la classe.

Matrice des distances : Indique les distances ou les similarités entre éléments.
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Classe(s) d'affectation : Affiche le groupe auquel chaque observation appartient lors d’une ou
plusieurs étapes de la combinaison de classes. Les options disponibles sont Une seule partition,
Plusieurs partitions ou Aucune.

Diagrammes (graphiques) de classification hiérarchique

Figure 25-4
Boite de dialogue Classification hiérarchique : Graphiques (diagrammes)

Classification hiérarchique : Diagrammes

[W Arbre higrarchique
Stalactites

© Toutes les classes

() Flage de clagzes indiquée

@ Aucun
Crientation

(%)

[Poursuwre][ Annuler ][ Aicle ]

Arbre hiérarchique :Affiche un dendrogramme. Les arbres hiérarchiques peuvent étre utilisés
pour évaluer la cohésion des groupes formés et ils fournissent des renseignements sur le nombre
approprié de groupes a conserver.

Stalactites : Affiche un diagramme en stalactite, incluant tous les groupes ou une plage de
groupes spécifiée. Les diagrammes en stalactite affichent des informations sur la fagon dont
les observations sont regroupées a chaque itération de 1’analyse. Orientation vous permet de
sélectionner un diagramme vertical ou horizontal.
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Sauvegarde des nouvelles variables de classification hiérarchique

Figure 25-5
Boite de dialogue Classification hiérarchique : Enregistrer les nouvelles...

[ Classification hiérarchique : Enregistrer

Clazse(s) d'affectation

@ aucun
@ Une zeule soldtion

O Pluzieurs solutions

|[ Annuler ][ Bicle ]

Classe(s) d'affectation : Vous permet de sauvegarder les classes d’affectation pour une ou plusieurs
ou aucune partition(s). Les variables sauvegardées peuvent alors étre utilisées pour des analyses
ultérieures pour explorer d’autres différences entre groupes.

Fonctionnalités supplémentaires de la syntaxe de commande CLUSTER

La procédure de classification hiérarchique utilise la syntaxe de commande CLUSTER. Le langage
de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Utiliser plusieurs méthodes de classification dans une seule analyse.
Lire et analyser une matrice de proximité.
Ecrire une matrice de proximité a analyser ultérieurement.

Indiquer des valeurs pour la puissance et la racine dans la mesure de distance personnalisée
(Puissance).

Spécifier les noms des variables enregistrées.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Cette procédure cherche a identifier des groupes d’observations relativement homogenes d’apres
des caractéristiques sélectionnées, au moyen d’un algorithme qui peut traiter de grands nombres
d’observations. L’algorithme vous demande toutefois d’indiquer le nombre de classes. Vous
pouvez indiquer les centres de classe initiaux si vous connaissez cette information. Vous pouvez
choisir entre deux méthodes de classement des observations, soit la mise a jour des centres de
classe de facon itérative, soit la classification seule. Vous pouvez enregistrer 1’appartenance a une
classe, les informations de distance et les centres de classes finaux. Vous pouvez éventuellement
indiquer une variable dont les valeurs servent a étiqueter les résultats par observations. Vous
pouvez également demander des statistiques /' d’analyse de la variance. Bien que ces statistiques
soient opportunistes (la procédure cherche a former des groupes qui différent), la taille relative
des statistiques fournit des informations sur la contribution de chaque variable a la séparation
des groupes.

Exemple : Quels sont les groupes de programmes de télévision identifiables qui attirent des
publics similaires au sein de chaque groupe ? Grace a 1’analyse des nuées dynamiques, vous
pouvez classer les programmes de télévision (observations) en k groupes homogenes d’apres les
caractéristiques des téléspectateurs. Cette méthode peut étre utilisée pour identifier des segments a
des fins commerciales. Vous pouvez aussi classer les villes (observations) en groupes homogenes
pour permettre la sélection de villes comparables afin de tester diverses stratégies commerciales.

Statistiques. Solution compléte : centres de classes initiaux, tableau ANOVA. Chaque observation:
information de classe, distance au centre de classe.

Données. Les variables doivent étre quantitatives au niveau intervalle ou ratio. Si vos variables
sont binaires ou sont des effectifs, utilisez la procédure de classification hiérarchique.

Ordre des observations et des centres de classe initiaux. L’algorithme par défaut permettant de
choisir les centres de classe initiaux varie en fonction du tri par observation. L’option Utiliser

les nouveaux centres de la boite de dialogue Itérer rend la solution résultante potentiellement
dépendante du tri par observation, quel que soit le mode de sélection des centres de classe
initiaux. Si vous utilisez I’une de ces méthodes, vous pouvez obtenir différentes solutions pour
lesquelles les observations ont été triées de manicre aléatoire, afin de vérifier la stabilité d’une
solution donnée. Si vous indiquez les centres de classe initiaux et que vous n’utilisez pas 1’option
Utiliser les nouveaux centres, vous évitez tout probléme lié au tri par observation. Toutefois, le

tri des centres de classe initiaux risque d’affecter la solution s’il existe des distances ex aequo
entre les observations et les centres de classe. Pour évaluer la stabilité d’une solution donnée, vous
pouvez comparer les résultats des analyses pour lesquelles les valeurs des centres initiaux ont été
permutées de différentes manicres.

Hypotheéses : Les distances sont calculées a I’aide de la distance euclidienne simple. Si vous
souhaitez utiliser une autre distance ou une mesure de similarité, utilisez la procédure de
classification hiérarchique. Il est important de prendre en compte la mise a I’échelle des variables.
Si vos variables sont mesurées selon des échelles différentes (une variable est exprimée en
dollars par exemple et une autre en années), vos résultats risquent d’étre erronés. Dans ces
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cas, vous pouvez envisager de standardiser vos variables avant d’effectuer 1’analyse des nuées
dynamiques (cela peut étre fait dans la procédure Descriptives). La procédure suppose que

vous avez sélectionné le nombre voulu de classes et que vous avez inclus toutes les variables
pertinentes. Si vous avez choisi un nombre de classes inadéquat ou omis de variables importantes,
vos résultats risquent d’étre erronés.

Obtenir une analyse de nuées dynamiques

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Classification > Nuées dynamiques

Figure 26-1

Boite de dialogue Nuées dynamiques

FH Nuges dynamiques

Wariahles :

65 Indicateur géographigue [... | f Log-longue distance [loghong]
f Mombre de mois avec ser... f Log-huméra Wert [logtall]
f Age en années [age] ‘gﬁ Log-equipement [logegui]
&5 Statut marital [marital] @& Log-carte d'appel [logcard]
d:l Mombre d'années & ladre... f Log-zans fil [loguire]
‘gﬁ Revenu du foyer en milier... ‘gﬁ Revenu en log [Ininc]

‘g& Annges d'education [ed]

d:l Mombre dannées chez Me. Etiqueter les abaervations par
AL Petratéce Iretivel |
Mombre de classes D Méthaoe

@ térer et classer © Classer seulement

1

Centres de classes

& Lire le= centres intiaws:

[ Ectire les centres: finausx :

[ CK ] [ Caoller ] [Béin'rtialiser ] [ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez les variables a utiliser dans 1’analyse.

» Spécifiez le nombre de classes. Le nombre de classes doit étre au moins de deux et ne doit pas étre
supérieur au nombre d’observations contenues dans le fichier de données.

» Sélectionnez soit la méthode Itérer et classer soit la méthode Classer seulement.

» Vous avez la possibilité de sélectionner une variable d’identification pour étiqueter les
observations.
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Efficacite de la classification en nuées dynamiques

La commande d’analyse des nuées dynamiques est efficace essentiellement parce qu’elle ne
calcule pas les distances entre toutes les paires d’observations, comme c’est le cas dans de
nombreux algorithmes de classification, y compris celui utilisé par la commande de classification
hiérarchique.

Pour plus d’efficacité, prenez un échantillon d’observations et utilisez la méthode Itérer et
classer pour déterminer les centres de classe. Sélectionnez Ecrire les centres finaux dans Fichier.
Ensuite, restaurez la totalité du fichier de données et sélectionnez la méthodeClasser seulement
puis sélectionnez Lire les fichiers initiaux & partir de pour classer tout le fichier en utilisant les
centres qui sont estimés a partir de I’échantillon. Vous pouvez écrire et lire depuis un fichier ou
un ensemble de données. Les ensembles de données sont disponibles pour utilisation ultérieure
dans la méme session mais ne sont pas enregistrés en tant que fichiers sauf si vous le faites
explicitement avant la fin de la session. Le nom des ensembles de données doit étre conforme aux
régles de dénomination de variables.

Itération de la classification en nuées dynamiques

Figure 26-2
Boite de dialogue Nuées dynamiques : Itérer

Analyse de classification des nuées dynamiques : ltérer

Mazimum des térations :

Critére de convergence : EI

|| Uilizer les nouveaux centres

J

[ Annler ][ Ajcle ]

Remarque : Ces options sont disponibles uniquement si vous avez sélectionné la méthode Itérer et
classer dans la boite de dialogue Analyse de nuées dynamiques.

Maximum des itérations : Limite le nombre des itérations dans 1’algorithme des nuées dynamiques.
Litération s’arréte aprés ce nombre d’itérations méme si le critére de convergence n’est pas
satisfait. Ce nombre doit étre compris entre 1 et 999.

Pour reproduire 1’algorithme utilisé par la commande Quick Cluster antérieure a la version 5.0,
définissez Maximum des itérations sur 1.

Critere de convergence. Détermine le moment ou Iitération s’arréte. Il représente une proportion
de la distance minimale entre les centres de classes initiaux et doit donc étre plus grand que 0 mais
plus petit que 1. Si le critére est égal a 0,02 par exemple, 1’itération cesse lorsqu’une itération
compléte ne déplace plus aucun des centres d’une distance de plus de deux pour cent de la plus
petite distance entre n’importe quels centres initiaux.

Utiliser les nouveaux centres : Vous permet de demander la mise a jour des centres apres
I’affectation de chaque observation. Si vous ne sélectionnez pas cette option, les nouveaux centres
seront calculés lorsque toutes les observations auront été affectées.
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Enregistrement des analyses de classes de nuées dynamiques

Figure 26-3
Boite de dialogue Nuées dynamiques : Enregistrer les nouvelles variables...

FFH Nuées dynamiques : Enregistrer la nouvelle variable

[+ Classers) datfectstion

[ Distance au certre de classe

(Powrsuvee] | anruer |[ e |

Vous pouvez enregistrer des informations sur la solution relatives aux nouvelles variables a
utiliser dans les analyses ultérieures :

Classe(s) d'affectation : Crée une nouvelle variable indiquant la classe d’affectation finale de
chaque observation. Les valeurs de la nouvelle variable vont de 1 au nombre de classes.

Distance au centre de classe : Crée une nouvelle variable indiquant la distance euclidienne entre
chaque nouvelle variable et son centre de classification.

Options d'analyses des classes de nuées dynamiques

Figure 26-4
Boite de dialogue Nuées dynamiques : Options

Analyse de classification des nuées dynamiques : Options

Statistiques

[+ Centres de classe inttiaux

[ Tableau Anowa,

I:Z. Affectations et distances au centre
Yaleurs manguantes

© Exciure toute abservation incompléte

@ Exclure seulement les composantes non valides

|§Poursuiwe§|[ Annuler ][ Lide: ]

Statistiques. Vous pouvez sélectionner les statistiques suivantes : Centres de classes initiaux,
Tableau ANOVA, et Affectation et distances au centre.

m Centres de classe initiaux. Premiére estimation des moyennes des variables de chacune des
classes. Par défaut, le nombre d'observations assez espacées sélectionné dans les données
est égal au nombre de classes. Les centres de classes initiaux sont utilisés pour une premiére
classification et sont ensuite mis a jour.
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® Tableau ANOVA. Affiche un tableau d'analyse de la variance, incluant les tests F univariés pour

chacune des variables de la classification. Les tests F sont uniquement descriptifs et les

probabilités qui en résultent ne doivent pas étre interprétées. Le tableau ANOVA n'apparait
pas si toutes les observations sont affectées a une seule classe.

Affectations et distances au centre. Affiche pour chaque observation I'affectation de classe
finale et la distance euclidienne entre I'observation et le centre de classe utilisé pour classer
l'observation. Affiche également la distance euclidienne entre les centres de classe finaux.

Valeurs manquantes : Les options disponibles sont Exclure toute observation incompléte ou Exclure
seulement les composantes non valides.

Exclure toute observation incompléte : Exclut de I’analyse les observations qui ont des valeurs
manquantes pour une variable de grappe.

Exclure seulement les composantes non valides : Affecte des observations aux classes basées
sur des distances calculées a partir de toutes les variables n’ayant pas de valeur manquante.

Fonctionnalités suppléementaires de la commande QUICK CLUSTER

La procédure de nuées dynamiques utilise la syntaxe de commande QUICK CLUSTER. Le langage
de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Accepter les premiéres observations £ comme centres de classes initiaux, évitant ainsi le
passage de données normalement utilisé pour les estimer.

Spécifier les centres de classe initiaux directement comme faisant partie de la syntaxe de
commande.

Spécifier les noms des variables enregistrées.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Tests non parametriques

Les tests non paramétriques effectuent des suppositions minimales sur la distribution sous-jacente
des données. Les tests disponibles dans ces boites de dialogue peuvent étre groupés en trois
grandes catégories basées sur la fagon dont les données sont organisées :

®  Un test a un échantillon analyse un champ.

®  Un test pour échantillons liés compare deux champs ou plus pour le méme ensemble
d’observations.

®  Un test pour échantillons indépendants analyse un champ qui est regroupé par modalités
d’un autre champ.

Tests non paramétriques a un échantillon

Les tests non paramétriques a un échantillon identifient les différences dans les champs uniques en
utilisant un ou plusieurs tests non paramétriques. Les tests non paramétriques ne supposent pas
que vos données suivent la distribution normale.

Figure 27-1

Onglet Objectif des tests non paramétriques a un échantillon

Identifie des différences dans des chatmps unigues & 'aide d'un ou de plusieurs tests non paramétrigues. Les tests non paramétrigues ne
supposent pas que vos données suivent la distribution normale.

el est votre objectif 7

Chague ohjectif correspond & une configuration par defaut distincte de l'onglet Paramétres que wous pouver personnalizer par la
suite, si vous le souhatez.

@ Comparer sutomstiquemert les données obeervées 4 des données hypothétiques.é

© Tester le caractére aléstoire de la séquence

(©) Personnalizer I'analyse

Description

Compare automatiquement les données observées & des données hypaothétiques & Iaice du test hinomial, du test Khi-deux ou de
Kolmogorow-Smirnoy . Le test choisi varie en fonction de vos données.

Quel est votre objectif ? Les objectifs servent a spécifier rapidement des paramétres de test
différents mais fréquemment utilisés.

m  Comparer automatiquement les données observées a des données hypothétiques. Cet objectif
applique le test binomial aux champs qualitatifs avec seulement deux modalités, le test du

khi-deux a tous les autres champs qualitatifs et le test de Kolmogorov-Smirnov aux champs
continus.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 199
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m Tester le caractere aléatoire de la séquence. Cet objectif utilise les suites en séquences pour
tester la séquence de valeurs de données observées pour le caracére aléatoire.

®  Analyse personnalisée. Lorsque vous souhaitez modifier manuellement les paramétres du test
dans I’onglet Paramétres, sélectionnez cette option. Veuillez noter que ce paramétre est
automatiquement sélectionné si vous modifiez ensuite des options dans 1’onglet Paramétres
qui ne sont pas compatibles avec 1’objectif actuellement sélectionné.

Obtenir des tests non paramétriques a un échantillon

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Un échantillon...

» Cliquez sur Exécuter.

Sinon, vous pouvez :
m  Spécifiez un objectif dans I’onglet Objectif.
B spécifiez les affectations de champ dans I’onglet Champs.

B spécifiez les parametres d’expert dans 1’onglet Parametres.

Onglet Champs

Figure 27-2
Onglet Champs des tests non paramétriques a un échantillon
@ Utiliser des rdles prédéfinis

©) Personnalizer des affectations de champ

Champs: Champs de ezt

Trier: | &Aucun = E & Code de remplayé
&4 Sexe de lemployé
‘.f,; Date de naizsance

E[I Miveau d'education (années)
d:l Catégorie d'employé

e& Salaire actuel

f Salaire d'embauche

& Morths since Hire

p & Expérience pazsée (années)
d:l Clazze minoritaire ¥

)

L’onglet Champs indique les champs a tester.

Utiliser des roles prédéfinis. Cette option utilise des informations sur des champs existants. Tous
les champs avec un réle prédéfini d’Entrée, Cible ou Les deux seront utilisés comme champs de
test. Au moins un champ de test est requis.
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Utiliser des affectations de champs personnalisées. Cette option permet de modifier les réles des
champs. Apres avoir sélectionné cette option, spécifiez les champs ci-dessous :

m  Champs de test. Sélectionnez un ou plusieurs champs.

Onglet Parametres

L’onglet Paramétres contient plusieurs groupes de paramétres différents que vous pouvez modifier
pour affiner le traitement des données par I’algorithme. Si vous modifiez les paramétres par défaut
et que ces modifications sont incompatibles avec 1’objectif actuellement sélectionné, 1’onglet
Objectif est automatiquement mis a jour pour sélectionner 1’option Personnaliser I'analyse.

Choisir les tests
Figure 27-3

Tests non paramétriques a un échantillon - Choisir les tests, parametres

Sélectionnez un élément :

Choigir des tests
Cptions de test

Walaurs manguantes spécifidées

oigit des tests automatiguement en fonction des données
Chaizit des tests automati rt en fonction des o 2
@) Perzonnaliser les tests
|| Comparer la probakilté binaire observée & la probabilité hypothétique (test binamial)

Options... ((5 <<59

[ Comparer les probabilités cheervées 4 celles hypothétiques (test khi-deux)

Options....

[&f] Tester la distribution chservée par rapport 8 la distribution hypothétique (test Kolmogorow-Smirnow)

Options.... f

[ Comparer la médiane & 2 valeur hypothétique (test de Wilcoxon)

o/ Tester le caractére aléatoire de la séguence (sutte en séguence)

&

W)

Options....

Ces parametres indiquent les tests a effectuer sur les champs spécifiés dans 1’onglet Champs.

Choisir automatiquement les tests en fonction des données. Ce paramétre applique le test binomial
aux champs qualitatifs avec seulement deux modalités valides (non manquantes), le test du
khi-deux a tous les autres champs qualitatifs et le test de Kolmogorov-Smirnov aux champs

continus.

Personnaliser les tests. Ce paramétre permet de choisir des tests spécifiques a exécuter.

m  Comparer la probabilité binaire observée a la probabilité hypothétique (test binomial). Le test
binomial peut s’appliquer a tous les champs. Cela produit un test a un échantillon qui évalue
si la distribution observée d’un champ booléen (un champ qualitatif avec seulement deux
modalités) est semblable a ce qui est attendu d’une distribution binomiale spécifi¢e. De plus,
vous pouvez demander des intervalles de confiance. Consultez Options du Test binomial pour
obtenir des détails sur les paramétres de test.
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Comparer les probabilités observées aux probabilités hypothétiques (test khi-deux). Le test du
Khi-deux s’applique aux champs nominaux et ordinaux. Cela produit un test a un échantillon
qui calcule une statistique du Khi-deux basée sur les différences entre les fréquences
observées et attendues des modalités d’un champ. Consultez Options du Test de Khi-deux
pour obtenir des détails sur les parametres de test.

Tester la distribution observée par rapport a la distribution hypothétique (test de
Kolmogorov-Smirnov). Le test de Kolmogorov-Smirnov s’applique aux champs continus.
Cela produit un test a un échantillon évaluant si 1I’échantillon de la fonction de distribution
cumulée d’un champ est homogeéne avec une distribution uniforme, normale, de Poisson ou
exponentielle. Consultez Options Kolmogorov-Smirnov pour obtenir des détails sur les
parametres de test.

Comparer la médiane a la valeur hypothétique (test de Wilcoxon). Le test de Wilcoxon s’applique
aux champs continus. Cela produit un test a un échantillon de la valeur de la médiane d’un
champ. Spécifier un nombre comme médiane hypothétique.

Tester le caractere aléatoire de la séquence (suite en séquence). La suite en séquence s’ applique
a tous les champs. Cela produit un test a un échantillon évaluant si la séquence des valeurs
d’un champ dichotomis¢ est aléatoire. Consultez Options Suites en séquence pour obtenir des
détails sur les paramétres de test.

Options du Test binomial

Figure 27-4
Options du Test binomial des tests non paramétriques a un échantillon

Propartion beypothéticue: E

Intervalle de confiance
[ Clopper-Pearson(exact)
] deffreys

|| Rapport de vraizemblance

Definir | succés pour des champs qualtatitz Definir le zuccés pour des champs continus

(@ Utilizer 12 premiére modalité trouvée dans les données &

8 o Le succés est Egal ou inférieur &
() Spécifier les valeurs de succés

(@ Certre de 'Echantilon

() Cészure personnalizée

Le test binomial est pour les champs booléens (champs qualitatifs avec seulement deux modalités)
mais peut s’appliquer a tous les champs en utilisant des régles pour définir le « succes ».

Proportion hypothétique. Cela spécifie la proportion d’enregistrements attendue définie en tant que
« succes » ou p. Définissez une valeur supérieure a 0 et inférieure a 1. La valeur par défaut est 0,5.
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Intervalle de confiance : Les méthodes de calculs d’intervalles de confiance pour les données
binaires suivantes sont disponibles :

m  Clopper-Pearson (exact). Un intervalle exact basé sur la distribution binomiale cumulée.

m  Jeffreys. Un intervalle bayésien basé sur la distribution postérieure de p utilisant la loi a
priori de Jeffreys.

m  Rapport de vraisemblance. Un intervalle basé sur la fonction de vraisemblance pour p.

Définir le succes pour des champs qualitatifs. Cela indique comment le « succes », la/les valeurs de
données testée(s) par rapport a la proportion hypothétique, est défini pour les champs qualitatifs.

B Utiliser la premiére catégorie trouvée dans les données effectue le test binomial en utilisant la
premicre valeur trouvée dans 1’échantillon pour définir le « succés ». Cette option s’applique
uniquement aux champs nominaux ou ordinaux avec seulement deux valeurs ; tous les autres
champs qualitatifs spécifiés dans I’onglet Champs ou cette option est utilisée, ne seront pas
testés. 1l s’agit de la valeur par défaut.

B Spécifier les valeurs de succes effectue le test binomial a 1’aide d’une liste de valeurs spécifiée
pour définir le « succés ». Spécifier une liste de chaine ou des valeurs numériques. Les
valeurs de la liste n’ont pas besoin d’étre présentes dans 1’échantillon.

Définir le succés pour des champs continus. Cela indique comment le « succes », la/les valeurs de
données testée(s) par rapport a la valeur de test, est défini pour les champs continus. Le succés
est défini comme des valeurs inférieures ou égales a la césure.

B Centre de I'échantillon définit la césure a la moyenne des valeurs minimales et maximales.

B Césure personnalisée permet de spécifier une valeur de césure.

Options du Test de Khi-deux

Figure 27-5
Options du Test de Khi-deux des tests non paramétriques a un échantillon

Choizir des options de test

(@ Toutes les modaltés ont la méme probabité

() Personnaliser o probabilté prévue

Toutes les modalités ont la méme probabilité. Cela produit des fréquences égales pour toutes les
modalités de I’échantillon. Il s’agit de la valeur par défaut.

Personnaliser la probabilité prévue. Cela vous permet de spécifier les fréquences inégales pour une
liste de modalités spécifiée. Spécifier une liste de chaine ou des valeurs numériques. Les valeurs
de la liste n’ont pas besoin d’étre présentes dans 1’échantillon. Dans la colonne Modalité , spécifiez
les valeurs des modalités. Dans la colonne Fréquence relative , spécifiez une valeur supérieure

a 0 pour chaque modalité. Les fréquences personnalisées sont traitées comme des ratios. Par
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exemple, spécifier des fréquences 1, 2 et 3 est I’équivalent de spécifier des fréquences 10, 20 et 30
et les deux spécifient que 1/6 des enregistrements doit se trouver dans la premiére modalité, 1/3
dans la seconde et 1/2 dans la troisiéme. Lorsque les probabilités attendues personnalisées sont
spécifiées, les valeurs de modalités personnalisées doivent inclure toutes les valeurs de champ
dans les données ; sinon, le test n’est pas exécuté pour ce champ.

Options Kolmogorov-Smirnov
Figure 27-6
Options Kolmogorov-Smirnov des tests non paramétriques a un échantillon
Hypothesized Distributions
[T mormale

Paramétres de distribution

@

[T wrifarme
Paramétres de distribution

@

0 1
__ Exponertielle __ Paisson
Moyenne Movenne
@ a
] 0

Cette boite de dialogue indique les distributions a tester et les paramétres des distributions
hypothétiques.

Normale. Utiliser des données d’échantillon utilise la moyenne et 1’écart-type observés, Personnaliser
vous permet de spécifier des valeurs.

Uniforme. Utiliser des données d’échantillon utilise le minimum et le maximum observés,
Personnaliser vous permet de spécifier des valeurs.

Exponentielle. Moyenne d’échantillon utilise la moyenne observée, Personnaliser vous permet de
spécifier des valeurs.

Poisson. Moyenne d’échantillon utilise la moyenne observée, Personnaliser vous permet de spécifier
des valeurs.



205

Tests non paramétriques

Options Suites en séquence

Figure 27-7
Options Suites en séquence des tests non paramétriques a un échantillon

Définir des groupes pour des champs gualitatifs

l@.‘éll n'existe que 2 catégories dans I'échantilloné

)] Recoder les données en 2 catégories

Definir une cézure pour des champs continus

&

@ Médiane d'échantilon
@) Mayenne d'échantilon
©) Personnalizé -

Les suites en séquence sont pour les champs booléens (champs qualitatifs avec seulement deux
modalités) mais peuvent étre appliquées a tous les champs en utilisant des régles pour définir
les groupes.

Définir des groupes pour des champs qualitatifs

B |l n'existe que 2 catégories dans I'échantillon effectue les suites en séquence en utilisant
des valeurs trouvées dans 1’échantillon pour définir les groupes. Cette option s’applique
uniquement aux champs nominaux ou ordinaux avec seulement deux valeurs ; tous les autres
champs qualitatifs spécifiés dans I’onglet Champs ou cette option est utilisée, ne seront pas
testés.

B Recoder les données en 2 catégories effectue les suites en séquence a 1’aide de la liste de
valeurs spécifiée pour définir un des groupes. Toutes les autres valeurs de 1’échantillon
définissent 1’autre groupe. Les valeurs de la liste n’ont pas besoin d’étre présentes dans
I’échantillon, mais au moins un enregistrement doit se trouver dans chaque groupe.

Définir une césure pour des champs continus Cela spécifie la fagon dont les groupes sont définis
pour les champs continus. Le premier groupe est défini comme comprenant des valeurs inférieures
ou égales a la césure.

B Médiane d'échantillon définit la césure a la médiane d’échantillon.
B Moyenne d’échantillon définit la césure a la moyenne d’échantillon.

B Personnalisé permet de spécifier une valeur de césure.
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Options de test

Figure 27-8
Tests non paramétriques a un échantillon - Option de tests, parametres

Seuil de signification :

Lez intervalles de confiance sont 61

-

Chzervations exclues

@ Exclure les observations test par test
@ Exciure toute observation incompléte

Niveau de signification : Indique le niveau de signification (alpha) pour tous les tests. Spécifier
une valeur numérique entre 0 et 1. 0,05 est la valeur par défaut.

Intervalle de confiance (%). Indique le niveau de confiance pour tous les intervalles de confiance
générés. Spécifier une valeur numérique entre 0 et 100. 95 est la valeur par défaut.

Observations exclues. Indique comment déterminer la base des observations pour les tests.

B Exclure toute observation incompléte signifie que les enregistrements avec des valeurs
manquantes dans les champs qui sont nommés dans 1’onglet Champs sont exclus de toutes les
analyses.

B Exclure les observations test par test signifie que les enregistrements avec des valeurs
manquantes dans un champ utilisé pour un test spécifique sont ignorés pendant ce test.
Lorsque plusieurs tests sont spécifiés dans I’analyse, chaque test est évalué séparément.

Valeurs mangquantes spécifiées

Figure 27-9
Tests non paramétriques a un échantillon - Valeurs manquantes spécifiées, parametres
Waleurs wilisateur manguantes pour les champs qualitstits
@ Exclure

© Inclure

@ Les observations avec des valeurs ulisateur mangquantes dans
des champs continus zont towjours exclues.

Valeurs utilisateur manquantes pour les champs qualitatifs. Les champs qualitatifs doivent avoir
des valeurs valides pour qu’un enregistrement puisse &tre inclus dans 1’analyse. Ces commandes
vous permettent d’indiquer si les valeurs manquantes spécifiées sont considérées comme valides
parmi les champs qualitatifs. Les valeurs manquantes par défaut et les valeurs manquantes pour
les champs continus sont toujours considérées comme non valides.

Tests non paramétriques pour échantillons indépendants

Les tests non paramétriques pour échantillons indépendants identifient les différences entre deux
groupes ou plus a 1’aide d’un ou plusieurs tests non paramétriques. Les tests non paramétriques ne
supposent pas que vos données suivent la distribution normale.
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Figure 27-10
Onglet Objectif des tests non paramétriques pour échantillons indépendants

Identifie des différences dans deux champs unigues ou plus & I'aide de tests non paramétriques. Les tests non paramétrigues ne supposent pas gue vos
données suivent la distribution normals.

Guel est wotre objectif *

Chague objectit correspond & une configuration par détaut distincte de 'onglet Paramétres que vous pouver personnalizer par la zuite, si vous e
souhaitez.

@ Comparer automatiguement les distributions entre les groupes
(@] Comparer les médianes ertre les groupes

©) Personnaliser 'analyse

Description

Comparer automatiguement les distributions entre les groupes & 'side du test U de Mann-whitney pour 2 échantilons ou Kruskal-wallis ANOWA & un
facteur pour k échartillons. Le test choizi varie en fonction de vos données.

Quel est votre objectif ? Les objectifs servent a spécifier rapidement des paramétres de test
différents mais fréquemment utilisés.

m  Comparer automatiquement les distributions entre les groupes. Cet objectif applique le test U de

Mann-Whitney aux données avec 2 groupes ou le Kruskal-Wallis ANOVA a un facteur aux
données avec k groupes.

m  Comparer les médianes entre les groupes. Cet objectif utilise le test de la médiane pour
comparer les médianes observées entre les groupes.

m  Analyse personnalisée. Lorsque vous souhaitez modifier manuellement les paramétres du test
dans I’onglet Paramétres, sélectionnez cette option. Veuillez noter que ce paramétre est
automatiquement sélectionné si vous modifiez ensuite des options dans 1’onglet Paramétres
qui ne sont pas compatibles avec 1’objectif actuellement sélectionné.

Obtenir des tests non paramétriques pour échantillons indépendants

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Echantillons indépendants...

» Cliquez sur Exécuter.

Sinon, vous pouvez :
m  Spécifiez un objectif dans I’onglet Objectif.
B spécifiez les affectations de champ dans I’onglet Champs.

B spécifiez les parametres d’expert dans 1’onglet Parametres.
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Onglet Champs

Figure 27-11
Onglet Champs des tests non paramétriques pour échantillons indépendants
@] Utiliser des rdles prédéfinis

@ Personnaliser des atffectationz de champ

Champs: Champs de test:

Trier: |Aucun T E_E & Salaire actuel

.g& Code de lemployé f Salaire dembauche

,af,; Date de naissance & Marths since Hire

d:l Miveau d'éducation (années) f Expérience pazsée (années)

d:l Catégorie d'employé
Clazse minaritaire 7

Groupes:

|¢i,’=| Sexe de lemploye

L’onglet Champs indique les champs a tester et le champ utilisé pour définir les groupes.

Utiliser des roles prédéfinis. Cette option utilise des informations sur des champs existants. Tous
les champs continus avec un role prédéfini de Cible ou Les deux seront utilisés comme champs de
test. Si un champ unique qualitatif avec un réle prédéfini d’Entrée est disponible, il sera utilisé
comme champ de regroupement. Sinon, il n’y aura pas d’utilisation par défaut de champ de
regroupement et vous devrez utiliser des affectations de champs personnalisées. Au moins un
champ de test et un champ de regroupement sont requis.

Utiliser des affectations de champs personnalisées. Cette option permet de modifier les réles des
champs. Apres avoir sélectionné cette option, spécifiez les champs ci-dessous :
m  Champs de test. Sélectionnez un ou plusieurs champs continus.

®  Groupes. Sélectionnez un champ qualitatif.

Onglet Parameétres

L’onglet Paramétres contient plusieurs groupes de parameétres différents que vous pouvez modifier
pour affiner le traitement des données par I’algorithme. Si vous modifiez les paramétres par défaut
et que ces modifications sont incompatibles avec 1’objectif actuellement sélectionné, 1’onglet
Objectif est automatiquement mis a jour pour sélectionner 1’option Personnaliser I'analyse.
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Choisir les tests

Figure 27-12
Tests non parameétriques pour échantillons indépendants - Choisir les tests, parametres

Sélectionnez un élément :

Choisit des tests (0 Chaizir automatiguement les tests pour moi
Options de test @ Perzonnaliser les tasts

e Compater les distributions entre les groupes
“aleurs manguartes specifiees

| U de Mann-ahitney (2 échantilons)
aucuneg

| Koltmogoroy-Stimey (2 échartillans) [ Tester les possikiltés ordonnées

D plus petit a... ™

| Tester le caractére aléstoire ce la séguence
aucune

- . . . X [ Test de | médiane (k &chartillons)
.{ Réaction extréme Moses (2 échartillons) -

@ Calculer des valeurs élbignées & partiv de 'échantilon © Mestiang déchartilon combing

- PR © Personnalisé
© Mombre personnalisé de valeurs éloignées

= 0

Comparaizons multiples: |aucune

Estimer l'intervalle de confiance entre les groupes

[] Estimation Hodge-Lehman (2 échartillons)

Ces parametres indiquent les tests a effectuer sur les champs spécifiés dans 1’onglet Champs.

Choisir automatiquement les tests en fonction des données. Ce paramétre applique le test U de
Mann-Whitney aux données avec 2 groupes ou le Kruskal-Wallis ANOVA a un facteur aux

données avec k groupes.

Personnaliser les tests. Ce paramétre permet de choisir des tests spécifiques a exécuter.

m  Comparer les distributions entre les groupes. Ces paramétres produisent des tests pour

[T Kruskal-walis ANOYA & un facteur(k échartilons)

Comparer les intervalles entre les groupes Comparer les médianes entre [es groupes

échantillons indépendants indiquant si les échantillons sont issus de la méme population.

Mann-Whitney U (2 échantillons) utilise le rang de chaque observation pour tester si les groupes
sont issus de la méme population. La premiére valeur dans I’ordre croissant du champ de
regroupement définit le premier groupe et la deuxiéme valeur définit le deuxiéme groupe. Si
le champ de regroupement a plus de deux valeurs, ce test n’est pas généré.

Kolmogorov-Smirnov (2 échantillons) est sensible aux différences de médiane, de dispersion,
d’asymétrie, etc. entre les deux distributions. Si le champ de regroupement a plus de deux
valeurs, ce test n’est pas généré.

Tester le caractére aléatoire de la séquence (Wald-Wolfowitz pour 2 échantillons) génére des suites
en séquence avec I’appartenance au groupe comme critére. Si le champ de regroupement a
plus de deux valeurs, ce test n’est pas génére.

Kruskal-Wallis ANOVA a un facteur (k échantillons) est une extension du test U de Mann-Whitney
et I’équivalent non paramétrique de I’analyse de variance a un facteur. En option, vous
pouvez demander des comparaisons multiples des & échantillons, soit toutes les comparaisons
multiples par paire soit les comparaisons pas a pas descendantes .
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Tester les possibilités ordonnées (Jonckheere-Terpstra pour k échantillons) est une alternative

a Kruskal-Wallis plus puissante lorsque les & échantillons ont un ordre naturel. Par
exemple, les k populations peuvent représenter k températures croissantes. L hypothése
selon laquelle différentes températures produisent la méme distribution des réponses est
testée contre 1’hypothése alternative selon laquelle I’accroissement de température fait
augmenter la magnitude de la réponse. Ici, ’hypothése alternative est ordonnée ; le test de
Jonckheere-Terpstra est donc le plus approprié. Spécifier I’ordre des hypothéses alternatives ;
De la plus petite & la plus grande indique une hypothése alternative stipulant que le paramétre
d’emplacement du premier groupe n’est pas €gal au deuxiéme qui lui-méme n’est pas égal au
troisiéme, etc. ; De la plus grande a la plus petite indique une hypothése alternative stipulant
que le paramétre d’emplacement du premier groupe n’est pas égal au second, qui est lui-méme
n’est pas égal au troisiéme, etc. En option, vous pouvez demander des comparaisons multiples
des k échantillons, soit toutes les comparaisons multiples par paire soit les comparaisons

pas a pas descendantes .

Comparer les intervalles entre les groupes. Cela génére des tests pour échantillons indépendants
indiquant si les échantillons ont le méme intervalle. La Réaction extréme de Moses (2
échantillons) teste un groupe de commandes par rapport a un groupe de comparaisons.

La premiére valeur dans I’ordre croissant du champ de regroupement définit le groupe

de commandes et la deuxiéme valeur définit le groupe de comparaisons. Si le champ de
regroupement a plus de deux valeurs, ce test n’est pas généré.

Comparer les médianes entre les groupes. Cela génére des tests pour échantillons indépendants
indiquant si les échantillons ont la méme médiane. Le Test de la médiane (k échantillons) peut
utiliser soit la médiane d’échantillon combiné (calculée a partir de tous les enregistrements de
I’ensemble de données) ou une valeur personnalisée comme la médiane hypothétique. En
option, vous pouvez demander des comparaisons multiples des & échantillons, soit toutes les
comparaisons multiples par paire soit les comparaisons pas a pas descendantes .

Estimer les intervalles de confiance entre les groupes. [’estimation de Hodges-Lehman (2
échantillons) génére une estimation d’échantillons indépendants et un intervalle de confiance
pour la différence entre les médianes des deux groupes. Si le champ de regroupement a
plus de deux valeurs, ce test n’est pas génére.

Options de test
Figure 27-13
Tests non paramétriques pour échantillons indépendants - Options de test, paramétres
Seuil de signification : n.os

Les intervales de confiance sont 61

Ohzervations exclues

® Exclure les observations test par test
@ Exclure toute oheervation incomgpléte

Niveau de signification : Indique le niveau de signification (alpha) pour tous les tests. Spécifier
une valeur numérique entre 0 et 1. 0,05 est la valeur par défaut.
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Intervalle de confiance (%). Indique le niveau de confiance pour tous les intervalles de confiance
générés. Spécifier une valeur numérique entre 0 et 100. 95 est la valeur par défaut.

Observations exclues. Indique comment déterminer la base des observations pour les tests. Exclure
toute observation incompléte signifie que les enregistrements avec des valeurs manquantes dans
les champs nommés dans une sous-commande sont exclus de toutes les analyses. Exclure les
observations test par test signifie que les enregistrements avec des valeurs manquantes dans un
champ utilisé pour un test spécifique sont ignorés pendant ce test. Lorsque plusieurs tests sont
spécifiés dans I’analyse, chaque test est évalué séparément.

Valeurs manquantes spécifiées

Figure 27-14
Tests non paramétriques pour échantillons indépendants - Valeurs manquantes spécifiées, parametres
“aleurs utiisateur manguantes pour les champs gualitatits
® Exclure

© Inclure:

@ Les observations avec des valeurs wilisateur manguantes dans
des champs continus sont toujours exclues.

Valeurs utilisateur manquantes pour les champs qualitatifs. Les champs qualitatifs doivent avoir
des valeurs valides pour qu’un enregistrement puisse étre inclus dans 1’analyse. Ces commandes
vous permettent d’indiquer si les valeurs manquantes spécifiées sont considérées comme valides
parmi les champs qualitatifs. Les valeurs manquantes par défaut et les valeurs manquantes pour
les champs continus sont toujours considérées comme non valides.

Tests non paramétriques pour échantillons liés

Identifie des différences entre deux champs liés ou plus a I’aide d’un ou de plusieurs tests
non paramétriques. Les tests non paramétriques ne supposent pas que vos données suivent la
distribution normale.

Analyse des données. Chaque enregistrement correspond a un sujet donné pour lequel deux
mesures associées ou plus sont stockées dans des champs distincts de 1’ensemble de données.

Par exemple, une étude concernant I’efficacité d’un régime peut étre analysée a 1’aide de tests
d’échantillons liés non paramétriques, si le poids de chaque sujet est mesuré a intervalles réguliers
et stocké dans des champs tels que Poids avant le régime, Poids intermédiaire, et Poids apres le
régime. Ces champs sont “ liés ”.
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Figure 27-15
Onglet Objectif des tests non paramétriques pour échantillons liés

Identifie des différences dans deuwx champs liés ou plus & 'aide d'un ou de plusieurs tests non paramétrigues. Les tests non paramétriques ne supposent pas gue vos données
suivent la distribution normale.

el est vaotre objectif 7

Chague ohjectif correspond & une configuration par défaut distincte de l'onglet Paramétres que vous pouvez personnalizer par la suite, si vous le souhatez.
@ Comparer automatiquement les données obeservées a des données hypothétigues

© Personinaliser I'analyse

Description

Comparer automatiquement les données observées & des données hypathétiques & laide du test de McMemar, du test @ de Cochran, du test de Wilcoxaon en séries
appariées ou du test de Friedman ANOWA & deux facteurs par clazzement. Le test choisi varie en fonction de vos données.

Quel est votre objectif ? Les objectifs servent a spécifier rapidement des paramétres de test
différents mais fréquemment utilisés.

m  Comparer automatiquement les données observées a des données hypothétiques. Cet objectif
applique le test de McNemar aux donnés qualitatives lorsque 2 champs sont spécifiés, le
Q de Cochran aux données qualitatives lorsque plus de 2 champs sont spécifiés, le test de
Wilcoxon en séries appariées aux données continues lorsque 2 champs sont spécifiés et le
test de Friedman ANOVA a deux facteurs par classement aux données continues lorsque
plus de 2 champs sont spécifiés.

® Analyse personnalisée. Lorsque vous souhaitez modifier manuellement les paramétres du test
dans I’onglet Paramétres, sélectionnez cette option. Veuillez noter que ce paramétre est
automatiquement sélectionné si vous modifiez ensuite des options dans 1’onglet Paramétres
qui ne sont pas compatibles avec 1’objectif actuellement sélectionné.

Lorsque des champs de niveaux de mesure différents sont spécifiés, ils sont séparés en fonction de
leur niveau de mesure puis le test approprié est appliqué a chaque groupe. Par exemple, si vous
choisissez Comparer automatiquement les données observées a des données hypothétiques comme
objectif et spécifiez 3 champs continus et 2 champs nominaux, le test de Friedman est appliqué
aux champs continus et le test de McNemar est appliqué aux champs nominaux.

Obtenir des tests non paramétriques pour échantillons liés

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Echantillons liés...

» Cliquez sur Exécuter.

Sinon, vous pouvez :

B Spécifiez un objectif dans 1’onglet Objectif.
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B spécifiez les affectations de champ dans I’onglet Champs.

B spécifiez les paramétres d’expert dans 1’onglet Paramétres.

Onglet Champs

Figure 27-16
Onglet Champs des tests non paramétriques pour échantillons liés

[FH Tests non paramétriques : Deux échantillons liés ou plus

Ohjectif | ©hamps | Paramétres

© Utiiser des réles prédéfinis @ Sélectionnez uniguement 2 champs de test pour exécuter 2 tests
@ Personnaliser des affectations de champ d'échantilons lids.

Champs: Champs de test.
Trier: |Aucun - |E_E & Mombre de Catalogues Envoyés
&2 Date

Mombte de Pages dans le Catalogue
f Mombre de Lignes Téléphonigues Ouvertes pour les Commandes
f Mortart Dépensé pour llmpression de Documents Publicitaires
é’ Mombre de Commmerciaux Dédiés & 'Opération

& Yertes de Vétements Masculins
& Wertes de Wétements Fémining
é’ Wertes de Bijoux

& YEAR, not periodic

& MONTH, period 12

93 Date. Format: "hbhd v
& Emor from Seasanal Decamposion
& Seasonal Adjusted Series for Ventes de Vétements Mascull .

& Seazonal Factors for Ventes de Vétements Masculins
& Trend-cycle for Ventes de Witements Masculine

[ Exécuter ][ Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aide ]

L’onglet Champs indique les champs a tester.

Utiliser des roles prédéfinis. Cette option utilise des informations sur des champs existants. Tous
les champs avec un role prédéfini de Cible ou Les deux seront utilisés comme champs de test.
Au moins deux champs de test sont requis.

Utiliser des affectations de champs personnalisées. Cette option permet de modifier les roles des
champs. Apres avoir sélectionné cette option, spécifiez les champs ci-dessous :

m  Champs de test. Sélectionnez deux ou plusieurs champs. Chaque champ correspond a un
échantillon lié séparé.

Onglet Parameétres

L’onglet Paramétres contient plusieurs groupes de paramétres différents que vous pouvez modifier
pour affiner le traitement des données par la procédure. Si vous modifiez les parametres par
défaut et que ces modifications sont incompatibles avec les autres objectifs, I’onglet Objectif est
automatiquement mis a jour pour sélectionner 1’option Personnaliser I'analyse.
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Choisir les tests

Figure 27-17
Parameétres des tests Choisir les tests non paramétriques pour échantillons liés
Sélectionnez un élément :
Choisir des tests @ Chaisir automatiguement les tests pour maoi
Options de test ® Personnalizer les tests
L Tester les modifications au =ein des données hinaires;  ~Comparer la différence de médiane & la différence de médiane hypothétique
Waleurs manouartes spécifiées © P
[ Test de Mchemar (2 échantilions) E Test des signes (2 échantillons)
[ wilcoxon en séries sppariées (2 échartilons)
Estimer lintervalle de confiance
[ @ de Cochrantk échantilons) -
|| Hodges-Lehman (2 samples)
Guantity Associations
Comparaisons multiples:
AUCLNE - &
| Coefficient de concordance de Kendall (k échantilons)
aucLNe
Tester les modifications au sein des données multinomi ~Comparer les distributions
- , Test de Friedman ANOYA & deux facteurs par classement (k échantilons)
|| Test de homogénéité marginale (2 échantillons)
aucLne

Ces parametres indiquent les tests a effectuer sur les champs spécifiés dans 1’onglet Champs.

Choisir automatiquement les tests en fonction des données. Ce paramétre applique le test de
McNemar aux donnés qualitatives lorsque 2 champs sont spécifi¢s, le Q de Cochran aux données
qualitatives lorsque plus de 2 champs sont spécifiés, le test de Wilcoxon en séries appariées aux
données continues lorsque 2 champs sont spécifiés et le test de Friedman ANOVA a deux facteurs
par classement aux données continues lorsque plus de 2 champs sont spécifiés.

Personnaliser les tests. Ce paramétre permet de choisir des tests spécifiques a exécuter.

Tester les modifications au sein des données binaires. Le test de McNemar (2 échantillons) peut
étre appliqué aux champs qualitatifs. Cela produit un test pour échantillons liés évaluant si
les combinaisons de valeurs entre deux champs booléens (champs qualitatifs avec seulement
deux valeurs) sont aussi probables I’une que 1’autre. S’il existe plus de deux champs spécifiés
dans I’onglet Champs, ce test n’est pas effectué. Consultez Test de McNemar : Définir le
succes pour obtenir des détails sur les paramétres de test. Le Q de Cochran (k échantillons)
peut étre appliqué aux champs qualitatifs. Cela produit un test pour échantillons liés évaluant
si les combinaisons de valeurs entre k£ champs booléens (champs qualitatifs avec seulement
deux valeurs) sont aussi probables I’une que 1’autre. En option, vous pouvez demander des
comparaisons multiples des k échantillons, soit toutes les comparaisons multiples par paire
soit les comparaisons pas a pas descendantes . Consultez Q de Cochran : Définir le succes
pour obtenir des détails sur les paramétres de test.

Tester les modifications au sein des données multinomiales. Le Test de 'homogénéité marginale
(2 échantillons) génére un test d’échantillons liés évaluant si des combinaisons de valeurs entre
deux champs ordinaux appariés sont aussi probables I’une que 1’autre. Le test d’homogénéité
marginale est généralement utilis¢ dans les cas avec des mesures répétées. Ce test est un
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développement du test de McNemar d’une réponse binaire a une réponse multinomiale. S’il
existe plus de deux champs spécifiés dans 1’onglet Champs, ce test n’est pas effectué.

®  Comparer la différence de médiane a la différence de médiane hypothétique. Chacun de ces tests
génére un test pour échantillons liés évaluant si la différence de médiane entre deux champs
continus est différente de 0. S’il y a plus de deux champs spécifiés dans 1’onglet Champs, ces
tests ne sont pas effectués.

m Estimer l'intervalle de confiance. Cela génére une estimation et un intervalle de confiance
d’échantillons liés pour la différence de médiane entre deux champs continus appariés. S’il
existe plus de deux champs spécifiés dans 1’onglet Champs, ce test n’est pas effectué.

m Quantifier les associations. Le coefficient de concordance de Kendall (k échantillons) génére
une mesure d’accord entre les juges ou les indicateurs, ou chaque enregistrement est le
classement par un juge de plusieurs éléments (champs). En option, vous pouvez demander
des comparaisons multiples des k échantillons, soit toutes les comparaisons multiples par paire
soit les comparaisons pas a pas descendantes .

®  Comparer les distributions. Le Test de Friedman ANOVA & deux facteurs par classement (k
échantillons) génére un test d’échantillons liés évaluant si £ échantillons liés sont issus de
la méme population. En option, vous pouvez demander des comparaisons multiples des &
échantillons, soit toutes les comparaisons multiples par paire soit les comparaisons pas a
pas descendantes .

Test de McNemar : Définir le succeés

Figure 27-18
Test de McNemar des tests non paramétriques pour échantillons liés : Parametres Définir le succées

DEfinir le succés pour des champs gualitatits

(@) Premiére valeur trouvée dans les données

(Z) Combiner les valeurs dans la modalité succés

Le test de McNemar est pour les champs booléens (champs qualitatifs avec seulement deux
catégories) mais peut s’appliquer a tous les champs qualitatifs en utilisant des régles pour définir
le « succes ».

Définir le succeés pour des champs qualitatifs. Cela indique comment le « succes » est défini pour
les champs qualitatifs.

m Utiliser la premiére catégorie trouvée dans les données effectue le test en utilisant la premiére
valeur trouvée dans I’échantillon pour définir le « succés ». Cette option s’applique
uniquement aux champs nominaux ou ordinaux avec seulement deux valeurs ; tous les autres
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champs qualitatifs spécifiés dans I’onglet Champs ou cette option est utilisée, ne seront pas
testés. Il s’agit de la valeur par défaut.

Spécifier les valeurs de succés effectue le test a 1’aide d’une liste de valeurs spécifiée pour
définir le « succes ». Spécifier une liste de chaine ou des valeurs numériques. Les valeurs de
la liste n’ont pas besoin d’étre présentes dans 1’échantillon.

Q de Cochran : Définir le succes

Figure 27-19
Q de Cochran des tests non paramétriques pour échantillons liés : Définir le succés

Définit le succés pour des champs qualtatifs

(@) Presmigre valeur trouvée dans les données

() Combiner les valeurs dans ba modalité sucoés

Le test Q de Coachran est pour les champs booléens (champs qualitatifs avec seulement deux

catégories) mais peut s’appliquer a tous les champs qualitatifs en utilisant des régles pour définir
le « succes ».

Définir le succes pour des champs qualitatifs. Cela indique comment le « succes » est défini pour
les champs qualitatifs.

Utiliser la premiére catégorie trouvée dans les données effectue le test en utilisant la premicre
valeur trouvée dans I’échantillon pour définir le « succes ». Cette option s’applique
uniquement aux champs nominaux ou ordinaux avec seulement deux valeurs ; tous les autres
champs qualitatifs spécifiés dans I’onglet Champs ou cette option est utilisée, ne seront pas
testés. Il s’agit de la valeur par défaut.

Spécifier les valeurs de succés effectue le test a 1’aide d’une liste de valeurs spécifiée pour
définir le « succés ». Spécifier une liste de chaine ou des valeurs numériques. Les valeurs de
la liste n’ont pas besoin d’étre présentes dans 1’échantillon.

Options de test

Figure 27-20
Parametres Options de test des Tests non paramétriques pour échantillons liés

Seuil de signification 0.0s

Les intervalles de confiance sont %41 asn

Ohservations exclues

® Exclure les observations test par test
@ Exciure toute observation incompléte



217

Tests non paramétriques

Niveau de signification : Indique le niveau de signification (alpha) pour tous les tests. Spécifier
une valeur numérique entre 0 et 1. 0,05 est la valeur par défaut.

Intervalle de confiance (%). Indique le niveau de confiance pour tous les intervalles de confiance
générés. Spécifier une valeur numérique entre 0 et 100. 95 est la valeur par défaut.

Observations exclues. Indique comment déterminer la base des observations pour les tests.

B Exclure toute observation incompléte signifie que les enregistrements avec des valeurs
manquantes dans les champs nommés dans une sous-commande sont exclus de toutes les
analyses.

B Exclure les observations test par test signifie que les enregistrements avec des valeurs
manquantes dans un champ utilisé pour un test spécifique sont ignorés pendant ce test.
Lorsque plusieurs tests sont spécifiés dans I’analyse, chaque test est évalué séparément.

Valeurs mangquantes spécifiées

Figure 27-21
Pagramétres des Valeurs manquantes spécifiées des Tests non paramétriques pour échantillons liés
Yaleurs utiissteur mangquantes pour les champs qualitstits
@ Exclure
@ Inciure

@ Les observations avec des valeurs utiissteur manguantes dans
des champs continus sont toujours exclues.

Valeurs utilisateur manquantes pour les champs qualitatifs. Les champs qualitatifs doivent avoir
des valeurs valides pour qu’un enregistrement puisse €tre inclus dans 1’analyse. Ces commandes
vous permettent d’indiquer si les valeurs manquantes spécifiées sont considérées comme valides
parmi les champs qualitatifs. Les valeurs manquantes par défaut et les valeurs manquantes pour
les champs continus sont toujours considérées comme non valides.
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Vue du modele

Figure 27-22
Vue du modele Tests non paramétriques

Récapitulatif du test d'hypothése Test khi-deux pour échantillon unique
Hypothése nulle % Test @ Sig.@ Décision =
400 Effe,
Les modalités de Catégorie Test khi-deux Rejeter les Wobss
1 demployé apparaissent avec des pour échantillon 000 hyfmhéses Eh
probabilités égales. unigue nulles, 300 Iypo
=
Les modalités définies par Sexe de z
2 l'employé = Masculin et Féminin Tgf‘tr gpﬁ;;:ﬁlnn 080 Eargf}ggggs EZUU*
Spé:araésﬁsent avec les probabilités ﬂmque ! nﬂﬁes
SetD
100
Los modalis s g 03555 1o oy R s
& apparaissent avec les probabilitss  PoM SeiEnilim i hyﬁmh““ 0
nf st 05 unique nulfes. { Cadre Responsable Secrétariat
Catégorie d'employé
Les modalités de Miveau Test khi-deux Rejeter les
4 d'education (années) apparaissent  pour échantillon 000 hypothéses
avec des probabilités égales unigue nulles. N total 474
La distribution de Salaire Test
b Rejeter les
d'embauche est normale avec une  Kolmogorow 5 =
3 mayenne de 17 016,086 &t un Smirnov pour {000 :Eﬁstsheses Statistique de test 409,253
écart-type de 7 870 638. un échantillon
La distribution de Salaire actusl est  Test EfiziEr (] Degrés de liberté : 2
6 normale avec une moyenne de Kolmogarow- 000 hejitiré:;
34 419 568 &t un écart-type de Smirnov pour b ﬂxﬁes 5 5 S
17 075 661 un échantillon Sig. asymptotique (bilatéral) 000
Fittre de= champs : Yug: | Wue Test pour un Schantilon unigue =
W |Vue Récapitulatit d'hypothéses = |[Rém_ialiser] Test: |Khi-deux ~ | Champ(s) (R): \cmégune d'employé(Test 1) >

La procédure crée un objet Visualiseur de modéle dans le Viewer. En activant cet objet par un
double-clic, vous obtenez une vue interactive du modéle. La vue du modéle est composé d’une
fenétre a deux panneaux, la vue principale a gauche et la vue li¢e, ou auxiliaire, a droite.

Il existe deux vues principales :

Récapitulatif d’hypothéses. 11 s’agit de la vue par défaut.Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Récapitulatif d’hypothéses sur p. 219.

Récapitulatif de I’intervalle de confiance. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Récapitulatif de I’intervalle de confiance sur p. 220.

Il existe sept vues liées/auxiliaires :

Test pour un échantillon unique. Il s’agit de la vue par défaut si des tests pour un échantillon
unique sont requis. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Test a un échantillon
sur p. 221.

Test pour échantillons liés. 11 s’agit de la vue par défaut si des tests pour échantillons liés sont
requis et qu’aucun test pour un échantillon unique n’est requis. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Test pour échantillons liés sur p. 225.

Test pour échantillons indépendants. Il s’agit de la vue par défaut si aucun test pour
échantillons liés ou aucun test pour un échantillon unique n’est requis. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Test pour échantillons indépendants sur p. 232.

Informations sur les champs qualitatifs. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Informations sur les champs qualitatifs sur p. 240.

Informations sur les champs continus. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Informations sur les champs continus sur p. 241.
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m  Comparaisons par paire. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Comparaisons
par paire sur p. 242.

B Sous-ensembles homogeénes. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Sous-ensembles homogenes sur p. 243.

Récapitulatif d’hypothéses

Figure 27-23
Récapitulatif d’hypotheses

Récapitulatif du test d’hypothése

Hypothése nulle % Test % Sig.% Décision %

Les modalités de Catégorie Test khi-deux Rejeter les
d'employe apparaissent avec des pour échantillan 000  hypathéses
probahilités égales. unigque nulles.
Les modalités définies par Sexe de . .
Fompoys = Mascuin el Femnn oot broml ) Garerles
ap}falalssent avec les probabilités Eni e ' F

et05 q
Les modallt?ei définies a| Classe Test binamial Rejeter los
Al e i our échantillon 000 otheses
apbpalalssent avec les plobahllltés Enique ! F
Les modalités de Miveau Test khi-deux Rejeter les
d'&ducation (années) apparaissent  pour échantillon 000 hypothéses
avec des probabilités égales. unigque nulles.
La distribution de Salaire Test :
d'embauche est normale avec une  Kolmogorow- 000 Rejettir Je
maoyenne de 17 016 086 et un Smirnov pour d FD ESES
ecart-type de ¥ 870,638 un échantillon
La distribution de Salaire actuel est  Test
normale avec une moyenne de Kolmogara- 000 REJEDtﬁ]rBEBSS
34 419 568 et un écart-type de Smirnov pour ' F
17 075 BE1. un échantillon
La distribution de Months since Hire -ll;eu?ttno e FEeJeter les
est normale avec une moyenne de Smirnc?v pour 003 Fntheses
81,11 et un écart-type de 10,061, o CaErlE
La distribution de Expérience Test
passée (années) est normale avec  Kolmogorow- 000 ReJ?jﬁrelseess
une moyenne de 95 867 et un Smirnov pour ' F
ecart-type de 104,585. un échantillon

Les significations exactes sont affichées. Le niveau de signification est de 05.

Fittre des chathps @ | --AFFICHER TOUT-- s

Wue  |Vue Récapitulatif d'hypotheses hg
La vue Récapitulatif du mode¢le est un instantané, permettant de consulter en un coup d’oeil les

tests non-paramétriques. Elle met en évidence les hypothéses nulles et les décisions, portant
I’attention sur les valeurs p significatives.

m  Chaque ligne correspond a un test distinct. Cliquez sur une ligne pour afficher des
informations supplémentaires sur le test dans la vue liée.
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[
de leurs valeurs.
[
[
Figure 27-24

Cliquez sur un en-téte de colonne pour trier les lignes de la colonne concernée en fonction

Le bouton Réinitialiser vous permet de revenir a 1’état d’origine du Visualiseur de modéle.

La liste déroulante Filtre des champs vous permet d’afficher uniquement les tests concernant le
champ sélectionné. Par exemple, si Salaire d’embauche est sélectionné dans la liste Filtre des
champs, seuls deux tests s’affichent dans le récapitulatif d’hypothéses.

Récapitulatif d’hypothéses filtré pour le Salaire d’embauche

Récapitulatif du test d'hypothése

gcart-type de 7 870 638.

un &chantillon

Hypothése nulle % Test % Sig.% Décision %
La distribution de Salaire Test .
5 dembauche est normale avec une  Kalmogorav- aoo Eejittﬂélgess
moyenne de 17 016 0BG et un Smirnov pour ' naﬁes

Les significations exactes sont affichées. Le niveau de signification est de 05

Fittre des champs : |Salaire d'embauche

Wiue | Wue Récapitulatit dhypotheses

=

| Réinitislizer

Récapitulatif de I'intervalle de confiance

Figure 27-25

Récapitulatif de I'intervalle de confiance

Récapitulatif de I'intervalle de confiance.

Intervalle de confiance 95%
asymptotique
. Type © = =
d'intervalle £ S
de = =
confiance Paramétre Estimation Inférieur Supérieur
Taux de
sUCCEsS
binomial Probahilité
pour Sexe de
echantillon Iemplo[y' = iR — L
unigue Masculin).
Clopper-
earsaon)
Taux de
SUCCES ) AR
binomial (Pslgggbéléte
pour i love = 544 499 589
échantillon hﬁ?s%l?ﬁ/n)_
unigue :
(Jeffreys)
Taux de

Wue  Vue Récapitulatit de lintervalle de confiance = | | Réinitializer
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Tests non paramétriques

Le récapitulatif de I’intervalle de confiance affiche tout intervalle de confiance produit par les
tests non paramétriques.

®  Chaque ligne correspond a un intervalle de confiance distinct.

m  Cliquez sur un en-téte de colonne pour trier les lignes de la colonne concernée en fonction
de leurs valeurs.

Test a un échantillon

La vue Test pour un échantillon unique affiche des informations détaillées sur tout test non

paramétrique pour un échantillon unique requis. Les informations affichées dépendent du test
sélectionné.

m La liste déroulante Test vous permet de sélectionner un type de test a un échantillon.

m La liste déroulante Champ(s) vous permet de sélectionner un champ testé a I’aide du test
sélectionné dans la liste déroulante Test.

Test binomial

Figure 27-26
Vue Test pour un échantillon unique, test binomial

Test binomial pour échantillon unique

474,07 Sexe de_
I'employé
379,22 B masculin
EFéminin
£ 284 4
o
E
189,61
94 5
00—
Ohserve Hypothetique
N total 474
Statistique de test 258 000
Erreur standard 10 886

Statistique de test standardisee 1883

Sig. asymptotique (bilatéral) 060

Test: |Binomiale ¥ | Champls) (R |Sexe e l'employé(Test 1) ™ | WLIE: |Vue Test pour un échartillon unicue il |

Le test binomial affiche un diagramme en batons empilés et un tableau des tests.
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m Le diagramme en batons empilés affiche les fréquences observées et théoriques pour les
modalités “succeés” et “échec” du champ test, les “échecs” étant empilés au dessus des
“succeés”. Lorsque vous passez la souris sur un baton, les pourcentages des modalités
s’affichent dans une info-bulle. Des différences visibles entre les batons indiquent que le
champ de test peut ne pas comporter la distribution binomiale hypothétique.

B Le tableau affiche des informations détaillées sur le test.

Test du Khi-deux

Figure 27-27
Vue Test pour échantillon unique, test du Khi-deux

Test khi-deux pour échantillon unique

260 Effectif
B observé
250 B Hypothétique
=
E 240
E
230

Féminin Masculin
Sexe de I'employé

N total 474
Statistique de test 3722
Degrés de liberte : 1

054

Sig. asymptotigque (hilatéral)

1. Iy a0cellules O avec des valeurs attendues inférieures 3 5. La valeur minimum
attendue est de 237.

Test: Champ(=) (R |Se>ce de lemployé(Test 2) = | e |\-’ue Test pour un échartillan unigue - |

Le test du Khi-deux affiche un diagramme en batons groupés et un tableau des tests.

m Le diagramme en batons groupés affiche les fréquences observées et théoriques pour chaque
modalité du champ de test. Lorsque vous passez la souris sur un baton, les fréquences
observées et théoriques et leur différence (résidu) s’affichent dans une info-bulle. Des
différences visibles entre les fréquences observées et théoriques indiquent que le champ de
test peut ne pas comporter la distribution hypothétique.

B e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Classement de Wilcoxon

Figure 27-28

Vue Test pour échantillon unique, test de classement de Wilcoxon

Tests non paramétriques

Test de classement de Wilcoxon pour échantillon unique

1000-ane Mediane
" pthetique ohsenvee
oo =81,00
50,0
£ 00
1]
£
40,0
20,0
a0 T T T T
&0,00 70,00 80,00 90,00 100,00 110,00
Months since Hire
N total 474
Statistique de test 112 575,000
Erreur standard 2983 353
Statistique de test standardisée 18 867
Sig. asymptotique (bilatéral) 000
Wl Wue Test pour un échantilon unigue -

Test: |Classement dewWilcoxon

Champ(=) (RY  |Months since Hire(Test 1) =

Le test de classement de Wilcoxon affiche un histogramme et un tableau des tests.

®  [’histogramme comprend des lignes verticales qui représentent les médianes observées

et théoriques.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Suites en séquences

Figure 27-29
Vue Test pour un échantillon unique, test de suites en séquences

Test Suites en séquences pour échantillon unique

Mombre de séquences observ

0 100 2DID SDID 4EIIEI 500
Pas assez de séquences Trop de séquences
N total 474
Statistique de test 110,000
Erreur standard 10,789

Statistique de test standardisée -11 532

000

Sig. asymptotique (bilatéral)

Test: |Séquences Champ(=) (B) |Sexe de lemployé(Test 3) ¥ Wue:  |Yue Test pour un échartillon unigque ot

La vue Test de suites en séquences affiche un diagramme et un tableau des tests.

B e diagramme affiche une distribution normale avec le nombre de suites en séquences
observées indiqué par une ligne verticale. Remarque : lorsque le test exact est réalisé, il
ne repose pas sur une distribution normale.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test de Kolmogorov-Smirnov

Figure 27-30
Vue Test pour un échantillon unigue, test de Kolmogorov-Smirnov

Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

100,0 Paramétres normaux
Moyenne 81,11
80,01 Ecart Type 10,06
£ 60,0
@
£
40,0
20,0 \
I \-.
00 | T T T —
IBD,DD 70,00 80,00 90,00 100,00 110,00
Months since Hire
N total 474
Absolu 083
Différences les plus extremes Positif 083
Négatif - 082
Statistique de test 1,797
Sig. asymptotique (bilatéral) 003
W |Wue Test pour un échantilon unigue -

Test: |Holmagaroy-Simirnoy © "' Chamip(=) (RY  |Morths since Hire(Test 2 ) 7

Le test de Kolmogorov-Smirnov affiche un histogramme et un tableau des tests.

® [’histogramme comprend une superposition de la fonction de densité de la probabilité pour la
distribution uniforme hypothétique, normale, de Poisson ou exponentielle. Remarque : le test
est basé sur les distributions cumulées et les différences les plus extrémes rapportées dans le
tableau doivent étre interprétées en fonction de ces distributions cumulées.

B Le tableau affiche des informations détaillées sur le test.

Test pour échantillons liés

La vue Test pour un échantillon unique affiche des informations détaillées sur tout test non

paramétrique pour un échantillon unique requis. Les informations affichées dépendent du test
sélectionné.
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m La liste déroulante Test vous permet de sélectionner un type de test a un échantillon.

m La liste déroulante Champ(s) vous permet de sélectionner un champ testé a I’aide du test
sélectionné dans la liste déroulante Test.

Test de McNemar :

Figure 27-31
Vue Test pour échantillons liés, test de McNemar

Test de McNemar pour échantillons liés

Premier véhicule domestique/importation Effactif
Premier véhicule M observé
. . B Hypothétigue
Domestique Importation
40
Fréquence o0
Location/Leasing observée 20
=441 o
400
300 Fréquence
Propriétaire 200 obsenvée
100 =1 858
0
N total 4 503
Statistique de test 1003 253
Degrés de liberté : 1
Sig. asymptotique (bilatéral) 000
Wl |Wue Test pour échartilons liés -

Test: |McMemar ™ | Champ(s) (B): |Premicr vEhicule * Premier wéhicule domestiqueimpartstion Test 17 =

Le test de McNemar affiche un diagramme en batons groupés et un tableau des tests.

B Le diagramme en batons groupés affiche les fréquences observées et théoriques pour les
cellules hors diagonale du tableau 2x2 défini par les champs du test.

m Le tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test des signes

Figure 27-32
Vue Test pour échantillons ligs, test des signes

Test des signes pour échantillons liés

Tests non paramétriques

0 Différences positives
M=T)
o Différences négatives

w= ) '
(Mombre d'ex aequo =0

50,00 a0 50,00 100,00
Triglycéride - Hiveau de trighycéride final
N total 16
Statistique de test 7,000
Erreur standard 2,000
Statistique de test standardisée -,250
Sig. asymptotique (bilatéral) 803
Sig. exacte (bilatéral) B804
g |Vue Test pour echantillons liés hg |
Test: |Signe ~ | Champ(s) (R): |Triglycéride - Niveau de trighycéride final(Test 1) = |

La vue Test des signes affiche un histogramme empilé et un tableau des tests.

® [’histogramme empilé affiche les différences entre les champs a ’aide du signe de la

différence comme champ d’empilement.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test de classement de Wilcoxon

Figure 27-33
Vue Test pour échantillons liés, test de classement de Wilcoxon

Test de classement de Wilcoxon pour échantillons liés

DDiﬁérences positives
(N=T7)

.Diﬁérences négatives
ﬂj\l =9) )
(Mombre d'ex aequo=0

0,0
100,00 -50,00 00 50,00 100,00
Hiveau de triglyceride final - Triglycéride

N total 16
Statistique de test 45 000
Erreur standard 19339

Statistique de test standardisée -1183

Sig. asymptotique (bilatéral) 234

Wl |\f'ue Test pour échartillons liés - |

Test: |Classement e Wilcoxon ™ | Champ(s) (E): |Niveau de triglyceéride final - Trighycéride(Test 2) ™ |

Le test de classement de Wilcoxon affiche un histogramme empilé et un tableau des tests.

m  [’histogramme empilé affiche les différences entre les champs a 1’aide du signe de la
différence comme champ d’empilement.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test d’homogénéité marginale

Figure 27-34
Vue Test pour échantillons liés, test d’homogénéité marginale

Teste d’homogénéité marginale pour échantillons liés

Niveau d’éducation du conjoint(e)
Niveau d'éducation
Inf au Bac Niveau Bac Bac +2 Bac +3/4 Jeme cycle et +
Fl'équeqce 200 200 200 200
Inf au Bac obsenée 100 10 1001 100+
e |
0 o — o —
200 o 200 200 200
i Fréquence
Niveau Bac 100 observée 10 100 100
O
o o - =
200 200 Fréquence 200 200
Bac «2 100 100 . Ubj%'fe 100 . 100
o . - o o
200 200 200 o 200
Fréquence
Bac +3/4 100 100+ 10 observée 100
- | e I
- — 0 0-
200 200 200 200 Fréquence
3eme cycle 100 100+ 10 10 szewee
N o — .
N total 240
Statistique de test 2 630,000
Erreur standard 25 397

Statistique de test standardisée 10,671

Sig. asymptotique (bilatéral) J0oo

Test: |Homogénéité marginale ™ | Champ(s) (R):  |Mivesu d'éducation * Mivesau d'écucation du conjoint(e)(Test 1) = Wug |Vue Test pour échantillons liés -

La vue Test d’homogénéité marginale affiche un diagramme en batons groupés et un tableau
des tests.

m Le diagramme en batons groupés affiche les fréquences observées pour les cellules hors
diagonale du tableau défini par les champs du test.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test O de Cochran

Figure 27-35
Vue Test pour échantillons liés, test Q de Cochran

Test Q de Cochran pour échantillons liés

5000,0 Mo
@1
4000,0]
§ 3000,0]
o
& 2 000,04
1 000,07
00—
Possesseur d'un téléviseur Possesseur d'un Possesseur d'un lecteur DVD
magnétoscope
N total 5000
Statistique de test 409 944
Degrés de liberte : 2
Sig. asymptotique (bilatéral) 000

Champ(=) (R |Possesseur d'un télévizeur | Possesseur d'un magnétoscope | Possesseur d'un lecteur DWD(Test 1] =

Test: |Q de Cochran ™ | LIE; |\-’ue Test pour chartillons liés v |

Le test Q de Cochran affiche un diagramme en batons empilés et un tableau des tests.

m Le diagramme en batons empilés affiche les fréquences observées pour les modalités “succes”
et “échec” des champs du test, les “échecs” étant empilés au dessus des “succes”. Lorsque
vous passez la souris sur un baton, les pourcentages des modalités s’affichent dans une
info-bulle.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Analyse de variance a deux facteurs par classement de Friedman

Figure 27-36
Vue Test pour échantillons liés, analyse de variance a deux facteurs par classement de Friedman

Analyse de variance a deux facteurs par classement de Friedman pour échantillons liés

Poids Niveau de poids en temps 1 Niveau de Poids final
4.00 Rang moyen= 278 Rang moyen=216 Rang moyen = 1,06 .00
3,00 3,00
g g
& 200 1 2008
1,00 | 100
I T T 1 T T T T T T
0.0 50 10,0 15,000 50 10,0 15,000 50 10,0 150
Effectif Effectif Effectif
N total 16
Statistique de test 24 B03
Degrés de liberté : 2
Sig. asymptotique (bhilatéral) oo

Test:

Champ(s) (R): |P0ids , Miveau de poids entemps 1 | Niveauw de Poids final(Test 23 = | WlE: |Vue Test pour échantilons liés ht |

La vue Analyse de variance a deux facteurs par classement de Friedman affiche des histogrammes
sous forme de panels et un tableau des tests.

m Les histogrammes affichent la distribution observée des rangs, presentée sous forme de panels
par les champs du test.

B Le tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Coefficient de concordance de Kendall

Figure 27-37
Vue Test pour échantillons liés, coefficient de concordance de Kendall

Coefficient de concordance de Kendall pour échantillons liés

Poids Niveau de poids en temps 1 Niveau de Poids final
4,00 Rang moyen =278 Rang moyen=216 Rang moyen= 1,06 400
3,00 3,00
-]

i =
2 2,00 :I 2008
1,00 1,00
I T T 1 T T T T T
00 50 10,0 15,000 50 10,0 15,000 50 10,0 15,0

Effectif Effectif Effectif
N total 16
W de Kendall 769
Statistique de test 24 603
Degrés de liberté : 2
Sig. asymptotique (bilatéral) 000

Test: Kendal = | Champ(s)(R) |Paoids , Miveau de poids entemps 1 | Miveau de Poids final(Test 1) = Wuer |Wue Test pour échantilons liés ht

La vue Coefficient de concordance de Kendall affiche des histogrammes sous forme de panels et
un tableau des tests.

B Les histogrammes affichent la distribution observée des rangs, panélisée par les champs
du test.

B Le tableau affiche des informations détaillées sur le test.

Test pour échantillons indépendants

La vue Test pour échantillons indépendants affiche des informations détaillées sur tout test non
paramétrique pour échantillons indépendants requis. Les informations affichées dépendent du
test sélectionné.

m La liste déroulante Test vous permet de sélectionner un type de test pour échantillons
indépendants.

m La liste déroulante Champ(s) vous permet de sélectionner un test et une combinaison de
champs de regroupement testés a 1’aide du test sélectionné dans la liste déroulante Test.
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Test de Mann-Whitney

Figure 27-38
Vue Test pour échantillons indépendants, test de Mann-Whitney

Test U de Mann-Whitney pour échantillons indépendants

Classe minoritaire ?

Non Oui
_ N=370 N=104
jloua Rang moyen = 250,47 Rang moyen= 181,37 ~150 000,00

rr} [
g 100 000,00 100 000,00 ;—Q
= @
L]

-‘g 50 000,00 20 000,00 a
= &

0,00 0,00

T T T T T T T T T T
1200 1000 800 600 400 200 00 200 400 600 800 1000 1200

Effectif Effectif
N total 474
U de Mann-Whitney 14 442 500
W de Wilcoxon 92 672 500
Statistique de test 14 442 500
Erreur standard 1234 117
Statistique de test standardisée -3.887
Sig. asymptotique (bilatéral) oo

Wue | Wue Test pour échartillons indépendants =

Test: |Mann-¥hitney T | Champis) (RB) |Salaire actuel * Classe minoritaire 7(Test 1) bt

Le test de Mann-Whitney affiche une pyramide de population et un tableau des tests.

m La pyramide de population affiche des histogrammes collés dos a dos classés par catégories
du champ de regroupement et indiquant le nombre d’enregistrements dans chaque groupe et
le rang moyen de chaque groupe.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test de Kolmogorov-Smirnov

Figure 27-39
Vue Test pour échantillons indépendants, test de Kolmogorov-Smirnov

Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillons indépendants

Classe minoritaire ?

8:3 1EIIEI

_ 150 000,00 150 000,00
o 2
& 100 000 00 | [1ooooooo 2

@
.; 50 000,00 J 50 000,00 a
" — £
[}
@0 0,004 0,00 o

I I T I I I | T I I I T I
1200 1000 800 600 400 200 OO0 200 400 600 800 1000 1200

Effectif Effectif
N total 474
Ahsolu 264
Différences les plus extrémes Positif 014
Négatif - 264
Statistique de test 2378
Sig. asymptotique (bilatéral) 0oo

wWue |Wue Test pour échantilons indépendants

Champ(=) (R |Salaire actuel * Classe minoritaire 7(Test 2 ) ot ‘

Test: |Kaolmogoray-Smirnoy :

Le test de Kolmogorov-Smirnov affiche une pyramide de population et un tableau des tests.

m La pyramide de population affiche des histogrammes collés dos a dos classés par catégories
du champ de regroupement et indiquant le nombre d’enregistrements dans chaque groupe.
Les lignes de la distribution cumulée observée peuvent étre affichées ou masquées en cliquant
sur le bouton Cumulé.

B Le tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Suites en séquences de Wald-Wolfowitz :

Figure 27-40
Vue Test pour échantillons indépendants, test des suites en séquences de Wald-Wolfowitz

Tests non paramétriques

Test de suites en séquences de Wald-Wolfowitz pour échantillons indépendants

Classe minoritaire ?

Non Oui
150 000,00 150 000,00
T 100 000,00 o0 000,00
i )
= ®
e o
E 50 000,00 5000000 2
- a
w =
0,00 0,00
T T T T T T T T T T T T T
1200 1000 @800 &0DO0 400 200 0O 200 400 &O0 800 1000 1200
Effectif Effectif
N total 474
Statistique de test’ 97 000
Erreur standard 7442
Minimum possible
Statistique de test standardiséee -3 317
Sig. asymptotique (bilatéral) 000
Statistique de test’ 199 000
Erreur standard 7442
Maximum possible
Statistique de test standardisée 4,788
Sig. asymptotique (bilatéral) 1,000
} 1The test statistic is the number of runs.
1. There are 55 inter-group ties involving 228 records.
wue |Wue Test pour échartilons indépendants =
Test: |Wald-VWolfowitz V Champ(=) (R)  |Salaire actuel * Clazse minoritaire Y(Test 3 ) ot

Le test des suites en séquences de Wald-Wolfowitz affiche un diagramme en batons empilés et
un tableau des tests.

m La pyramide de population affiche des histogrammes collés dos a dos classés par catégories
du champ de regroupement et indiquant le nombre d’enregistrements dans chaque groupe.

B e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test de Kruskal-Wallis

Figure 27-41
Vue Test pour échantillons indépendants, test de Kruskal-Wallis

Test Kruskall-Wallis pour échantillons indépendants

&0 000,00+

40 000,00

Salaire actuel

20 000,00

0,00 —

T
Mon Cui
Classe minoritaire ?

N total 474
Statistique de test 15112
Degrés de liberte : 1

Sig. asymptotique (bilatéral) 000

1. La statistique de test est |'_éﬁ;|ée pour les ex aequo. )
2. Aucune comparaison multiple n'est effectuée car il y a moins de

trois champs de test.

Wue | Yue Test pour échartilons indépendarts ™

Test: | kruskalvallis T | Champ(=) (E) |Salaire actuel * Clazze minortaire 7(Test 4) b

Le test de Kruskal-Wallis affiche des boites a moustaches et un tableau des tests.

®  Des boites a moustaches distinctes sont affichées pour chaque modalité du champ de
regroupement. Lorsque vous passez la souris sur une boite, le rang moyen s’affiche dans
une info-bulle.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test de Jonckheere-Terpstra :

Figure 27-42
Vue Test pour échantillons indépendants, test de Jonckheere-Terpstra

Test des alternatives ordonnées de Jonckheere-Terpstra pour échantillons indépendants

150 000,00
*
¥*
100000001 I *
=
k1] *
-}
o *
= *
[}
< 5000000 %
1]
0,00
T T
Mon Oui

Classe minoritaire ?

N total 474
Statistique de test 14 442 500
Erreur standard 1234117
Statistique de test standardisée -3.887
Sig. asymptotique (bilatéral) oo

1. Aucune comparaison multiple n'est effectuée car il y a moins de trois champs de test.

Champ(s) () | Salaire actuel * Clazse minaritaire #(Test 5 ~ Wue  |Yue Test pour échantilons indépendarts

Test: |Jonkheere-Terpstra

Le test de Jonckheere-Terpstra affiche des boites a moustaches et un tableau des tests.

m  Des boites a moustaches distinctes sont affichées pour chaque modalité du champ de
regroupement.

m Le tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Test de réactions extrémes de Moses

Figure 27-43

Vue Test pour échantillons indépendants, test de réactions extrémes de Moses

Test de réactions extrémes de Moses pour échantillons indépendants

150 000,00

%

100 000,00+

ok - o

50 000,00

Salaire actuel

0,00

I
Mon Qui
Classe minoritaire ?

Groupe de contréle
.N =370

.Grnupe expérimental
MN=104

N total 474
Statistique de test’ 474 000
Groupe de controle obhservé
Sig. exacte (unilatéral) 1,000
Statistique de test’ 423 000
Groupe de controle filtre
Sig. exacte (unilatéral) 341
Valeurs éloignées tronquées a chagque extrémite 19,000

1The test statistic is the span.

Wl |Wue Test pour échantilons indépendants

Test: |Moses ¥ | Champis) (R): | Salaire actugl * Classe mindritaire ?(Test 6 )

m  Des boites a moustaches distinctes sont affichées pour chaque modalité du champ de
regroupement. Les étiquettes des points peuvent étre affichées ou masquées en cliquant

sur le bouton ID de I'enregistrement.

m Le tableau affiche des informations détaillées sur le test.

= ‘

Le test de réactions extrémes de Moses affiche des boites a moustaches et un tableau des tests.
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Test de la médiane

Figure 27-44
Vue Test pour échantillons indépendants, test de la médiane

Test de la médiane pour échantillons indépendants

150 000,00
' Mediane générale = 28 875,00

100 000,00

Salaire actuel
hmwt
*

50 000,00

0,00 —
NcIJn O!.Ai

Classe minoritaire ?
N total 474
MA@diane 28 875,000
Statistique de test 14,240
Degrés de liberté : 1
Sig. asymptotique (bilatéral) 000

Khi-deux 13,414
\(E;tr;gctiun pour la continuité de Degrés de liberté : 1

Sig. asymptotique (bilatéral) 000

1. Aucune comparaison multiple n'est effectuge car il y a moins de
trois champs de test.

wue |Wue Test pour échantilons indépendants =

Test : W A iBdiane Champ(=) (R |Salaire actuel * Classe minoritaire #(Test 7 ) ot
Le test de la médiane affiche des boites a moustaches et un tableau des tests.

®  Des boites a moustaches distinctes sont affichées pour chaque modalité du champ de
regroupement.

m e tableau affiche des informations détaillées sur le test.
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Informations sur les champs qualitatifs

Figure 27-45
Informations sur les champs qualitatifs

Informations sur les champs qualitatifs

300 N total = 474

200

Effectif

1007

o T T
Féminin Masculin
Sexe de I'employé

Wug |Informstions sur les champs gualtstitz = | Champls) (R) | Sexe de lemploye =

La vue Informations sur les champs qualitatifs affiche un diagramme en batons pour le champ
qualitatif sélectionné dans la liste déroulante Champ(s). La liste des champs disponibles est limitée
aux champs qualitatifs utilisés dans le test actuellement sélectionné dans la vue Récapitulatif
d’hypotheses.

m  Lorsque vous passez la souris sur un baton, les pourcentages des modalités s’affichent dans
une info-bulle.
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Informations sur les champs continus

Figure 27-46
Informations sur les champs continus

Informations sur les champs continus

100,07 N =474
Min = 63,00
max = 93,!]!]31 »
| oyenne = 81,
60,0 Ecart Type = 10,06
% 50,0
£
40,0
20,0
0,0 T T T T
&0,00 70,00 80,00 50,00 100,00 110,00

Months since Hire

“ue:  |Informations sur les champs continus * | Champ(s) (R) |Months since Hire ™

La vue Informations sur les champs continus affiche un histogramme pour le champ continu
sélectionné dans la liste déroulante Champ(s). La liste des champs disponibles est limitée
aux champs continus utilisés dans le test actuellement sélectionné dans la vue Récapitulatif
d’hypotheses.
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Comparaisons par paire

Figure 27-47
Comparaisons par paire

Comparaisons par paire

Ommmmeﬂ-maauoﬂmus
2,16 2,78

Miveau de Poids final

° 108

Chague noeud contient le classement moyen de I'échantillon.

Echantillon1 Echantillon2 Statistiqueg, Erreur. & Errour Stafistique, Sig. © Sigadi
Niveau de Poids final-Niveau de

poids en temps 1 1,094 354 3,004 ooz 006
Niveau de Poids final-Poids 1,719 354 4 861 oo 0oo
Niveau de poids en temps 1- o B

Poids P P B25 354 1768 077 231

Each row tests the null hypothesis that the Sample 1 and Sample 2 distributions are the same.
Asymptotic significances (2-sided tests) are displayed. The significance level is 05

Champ(=) (RY  |Poidz | Miveau de poids entemps 1| Miveau de Paids final(Test 21 =

Wue | Comparaizons par paire bt Test: |Friedman ¥ ‘

La vue Comparaisons par paire affiche un diagramme de réseau des distances et un tableau des
comparaisons produits par des tests non paramétriques a échantillon-4, lorsque des comparaisons
par paire multiples sont requises.

m Le diagramme de réseau des distances est une représentation graphique du tableau des
comparaisons dans lequel les distances entre les noeuds du réseau correspondent aux
différences entre les échantillons. Les lignes jaunes correspondent aux différences statistiques
significatives, alors que les lignes noires correspondent aux différences non significatives.
Lorsque vous passez la souris sur une ligne du réseau, la signification ajustée de la différence
entre les noeuds connectés par la ligne s’affiche dans une info-bulle.

B [e tableau des comparaisons affiche les résultats numériques de toutes les comparaisons par
paire. Chaque ligne correspond a une comparaison par paire distincte. Cliquez sur un en-téte
de colonne pour trier les lignes de la colonne concernée en fonction de leurs valeurs.
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Sous-ensembles homogenes

Figure 27-48
Sous-ensembles homogenes

Sous-ensembles homogénes :

Sous-ensemble

Echantillon’

Statistique de test

Sig. (2 - latéral)

Sig. ajustée |2 - latéral)

Les sous-ensembles homogénes sont basés sur les significations
asymptatiqgues. Le niveau de signification est de 05

"Chague cellule contient le classement moyen de 'échantillon.

2Unable to compute because the subset contains only one sample.

Champ(=) (R): |Poids , Miveau de poids entemps 1 | Miveau de Poids final(Test1 ) = |

YU |Sous—ensembles homogénes : = | Test: |Kendall 2 |

La vue Sous-ensembles homogenes affiche un tableau des comparaisons produits par des tests

non paramétriques a échantillon-k, lorsque des comparaisons multiples pas a pas descendantes
sont requises.

B Chaque ligne du groupe Echantillons correspond a un échantillon lié distinct (représenté
dans les données par des champs distincts). Les échantillons qui ne différent pas de maniére
significative d’un point de vue statistique sont groupés dans des sous-ensembles de méme
couleur, une colonne distincte comprenant chaque sous-ensemble identifié. Lorsque tous les
échantillons différent de maniére significative d un point de vue statistique, il n’y a qu’un
sous-ensemble distinct pour chaque échantillon. Lorsque les échantillons ne différent pas du

tout de maniére significative d’un point de vue statistique, il n’y a qu’un sous-ensemble
unique.

m  Une statistique de test, une valeur de signification et une valeur de signification ajustée sont
calculées pour chaque sous-ensemble contenant plus d’un échantillon.
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Fonctions supplémentaires de la commande NPTESTS

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

m  spécifier des tests a un échantillon, pour échantillon indépendants et pour échantillons li€s en
n’exécutant la procédure qu’une seule fois.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Boites de dialogue ancienne version

I1 existe un certain nombre de boites de dialogue « ancienne version » qui effectuent également
des tests non paramétriques. Ces boites de dialogue prennent en charge la fonctionnalité fournie
par I’option Tests exacts.

Test Khi-deux : Tabule une variable en modalités et calcule une statistique khi-deux basée sur les
différences entre les fréquences observées et les fréquences attendues.

Test binomial : Compare la fréquence observée dans chaque modalité d’une variable dichotomique
avec les fréquences attendues de la distribution binomiale.

Suites en séquence : Teste si ’ordre d’occurrence de deux valeurs d’une variable est aléatoire.

Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon : Compare la fonction de distribution cumulée
observée pour une variable avec une distribution théorique spécifiée, qui peut étre normale,
uniforme, exponentielle ou Poisson.

Tests de deux échantillons indépendants : Compare deux groupes d’observations d’une variable.
Le test U de Mann-Whitney, le test de Kolmogorov-Smirnov pour deux échantillons, le test de
réactions extrémes Moses et les suites en séquences Wald-Wolfowitz sont disponibles.

Tests de deux échantillons liés : Compare les distributions de deux variables. Le test de Wilcoxon,
le test des signes et le test de McNemar sont disponibles.

Tests de plusieurs échantillons indépendants : Compare deux groupes d’observations ou plus
d’une variable. Le test de Kruskal-Wallis, le test de la médiane et le test de Jonckheere-Terpstra
sont disponibles.

Tests de plusieurs échantillons liés : Compare les distributions de deux variables ou plus. Le test
de Friedman, le test /¥ de Kendall et le test O de Cochran sont disponibles.

Les quartiles et la moyenne, 1’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre d’observations
sont disponibles pour tous les tests ci-dessus.

Test du Khi-deux

La procédure de test du Khi-deux tabule une variable en modalités et calcule une statistique
Khi-deux. Ce test de qualité de I’ajustement compare les fréquences observées et attendues dans
chaque modalité pour vérifier si toutes les modalités contiennent la méme proportion de valeurs
ou si chaque modalité contient une proportion de valeurs spécifiées par ’utilisateur.
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Exemples : Le test du Khi-deux peut étre utilisé pour déterminer si un sac de bonbons contient les
mémes proportions de bonbons bleus, marrons, verts, oranges, rouges et jaunes. Vous pouvez
aussi tester si le sac de bonbons contient 5 % de bonbons bleus, 30 % de bonbons marrons, 10 %
de bonbons verts, 20 % bonbons oranges, 15 % de bonbons rouges et 15 % de bonbons jaunes.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, et quartiles. Le nombre et le pourcentage
d’observations manquantes et non manquantes, le nombre de cas observés et attendus pour chaque
modalité, les résidus et la statistique du Khi-deux.

Données. Utilisez des variables qualitatives numériques ordonnées ou désordonnées (niveau de
mesure ordinal ou nominal). Pour convertir des variables chaines en variables numériques, utilisez
la procédure de recodage automatique, disponible dans le menu Transformer.

Hypotheses : Les tests non paramétriques ne nécessitent pas d’hypothéses sur la forme de la
distribution sous-jacente. On part du principe que les données constituent un échantillon aléatoire.
Les fréquences attendues pour chaque modalité doivent étre au moins égales a 1,20 % des
modalités au maximum doivent avoir des fréquences inféricures a 5.

Pour obtenir un test Khi-deux

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > Khi-deux

Figure 27-49
Boite de dialogue Test du khi-deux
Test du Khi-deux
Lizte des variables 2 tester :
f Rernvai Journalier Moye... f Jour de la semaine [dow] - i
f Admizsion Journaligre ... Options
Intervalle théorique Effectifs theorigques
@ Selon les données @ Egau pour toutes les modslités
@ Utilizer ka plage indiquée @) valeurs :
[ Coller ] [Eéin'rtialiser ] [ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez des variables de test. Chaque variable produit un test distinct.

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour les statistiques descriptives, les quartiles et le
contrdle du traitement des données manquantes.
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Valeurs et intervalles théoriques du test du Khi-deux

Intervalle théorique. Par défaut, chaque valeur distincte de la variable est définie comme modalité.
Pour établir des modalités dans un intervalle spécifique, sélectionnez I’option Dans les limites
spécifiées, et indiquez les valeurs entiéres pour les limites inférieure et supérieure. Des modalités
sont établies pour chaque valeur entiére comprise dans 1’intervalle, et les observations a I’extérieur
des limites sont exclues. Par exemple, si vous spécifiez une valeur de 1 pour la limite inférieure et
une valeur de 4 pour la limite supérieure, seules les valeurs entiéres comprises entre 1 et 4 sont
utilisées pour le test du Khi-deux.

Valeurs théoriques. Par défaut, toutes les modalités ont des valeurs théoriques égales. Les
modalités peuvent avoir des proportions attendues définies par I'utilisateur. Sélectionnez Valeurs,
indiquez une valeur supérieure a 0 pour chaque modalité de variable de test et cliquez ensuite sur
Ajouter. Chaque fois que vous ajoutez une valeur, celle-ci apparait au bas de la liste des valeurs.
L’ordre des valeurs est important. Il correspond a I’ordre croissant des valeurs des modalités de la
variable de test. La premiére valeur de la liste correspond a la valeur de groupe la plus basse de la
variable de test et la derniére valeur correspond a la valeur la plus élevée. Les ¢léments de la liste
des valeurs sont additionnés et chaque valeur est ensuite divisée par cette somme pour calculer la
proportion d’observations attendues dans la modalité correspondante. Par exemple, une liste de
valeurs de 3, 4, 5, 4 indique les proportions attendues de 3/16, 4/16, 5/16 et 4/16.

Test du Khi-deux : Options

Figure 27-50
Boite de dialogue Test du Khi-deux : Options

Test du Khi-deux : options

Statistiques
[T caractéristique [ Quartiles
“Yaleurs manguantes

@ Exclure les ohservations test par test

[®] Exclure toute observation incompléte

|§P0ursuivre§|[ Anruler ][ Bide ]

Statistiques : Vous pouvez choisir I’une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m Caractéristique : Affiche la moyenne, 1’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations non manquantes.

® Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.
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Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (test du Khi-deux)

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

m  Spécifier des valeurs minimale et maximale différentes, ou des fréquences attendues pour
différentes variables (avec la sous-commande CHI SQUARE).

m  Tester la méme variable avec différentes fréquences attendues ou utiliser différentes plages
(avec la sous-commande EXPECTED).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Test binomial

La procédure de test binomial compare les fréquences observées des deux modalités d’une
variable dichotomique avec les fréquences que 1’on peut attendre d’une distribution binomiale
avec un parametre de probabilité spécifié. Par défaut, le paramétre de probabilité pour les deux
groupes est de 0,5. Pour modifier les probabilités, vous pouvez entrer un test de proportion pour le
premier groupe. La probabilité pour le second groupe sera de 1 moins la probabilité spécifiée
pour le premier groupe.

Exemple : Quand vous lancez une piéce, la probabilité de tomber sur le c6té face est de 1/2. Sur
la base de cette hypothése, une piece est lancée 40 fois, et les résultats sont enregistrés (pile ou
face). Du test binomial, il se peut que vous observiez que les 3/4 des lancements sont tombés
sur le co6té face et que le seuil de signification observé est bas (0,0027). Ces résultats indiquent
qu’il est peu probable que la probabilité pour que la piéce tombe sur le c6té face soit égale a 1/2.
La piéce est probablement truquée.

Statistiques. Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles.

Données. Les variables testées doivent étre numériques et dichotomiques. Pour convertir

des variables chaines en variables numériques, utilisez la procédure de recodage automatique,
disponible dans le menu Transformer. Une variable dichotomique est une variable qui ne peut
prendre que deux valeurs possibles : oui ou non, vrai ou faux, 0 ou 1, etc. La premiére valeur
rencontrée dans 1I’ensemble de données définit le premier groupe, et I’autre valeur définit le
deuxiéme groupe. Si les variables ne sont pas dichotomiques, vous devez spécifier une césure. La
césure affecte les observations avec les valeurs qui sont inférieures ou égales au premier groupe et
le reste des observations a un deuxiéme groupe.

Hypotheéses : Les tests non paramétriques ne nécessitent pas d’hypothéses sur la forme de la
distribution sous-jacente. On part du principe que les données constituent un échantillon aléatoire.

Pour obtenir un test binomial

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > Binomial
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Figure 27-51
Boite de dialogue Test binomial

ﬁ Test binomial

Liste des variables & tester

&; Indicateur géographiou ... | &3 Changement de fourni...
f Mombre de mois avec s, Sptions
f Age en années [age]
& Statut marital [marital]
I{I Mombre d'années & l'ad.. 5
f Fewvenu du foyer enmil...
f Annees d'education [2d]

d:l Mombre d'années chez...
L Retraitéee Tratival

Definir la dichotomis Proportion testée
@ Selon les données

© Poirt de césure ;

Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques a tester.

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour les statistiques descriptives, les quartiles et le
contrble du traitement des données manquantes.

Test binomial : Options

Figure 27-52
Boite de dialogue Test binomial

ﬁ Test binomial : Options

Statistiques

[ Caractéristigus [~ Quartiles
“aleurs manguantes

@ Exclure les ohservations test par test

@ Exclure toute observation incompléte

Annler ][ Aide ]

Statistiques : Vous pouvez choisir 'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m Caractéristique : Affiche la moyenne, 1’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations non manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.
Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
toutes les variables testées sont exclues de toutes les analyses.
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Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (Test binomial)

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

m  Sélectionner des groupes spécifiques (et en exclure d’autres) lorsqu’une variable comporte
plus de deux modalités (avec la sous-commande BINOMIAL).

B Spécifier différentes césures ou probabilités pour différentes variables (avec la sous-commande
BINOMIAL).

m  Tester la méme variable avec différentes césures ou probabilités (avec la sous-commande
EXPECTED).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Suites en séquences

La procédure Suites en séquences teste si I’ordre d’occurrence de deux valeurs d’une variable est
aléatoire. Une séquence est une suite d’observations semblables. Un échantillon comportant trop
ou trop peu de séquences suggere que 1’échantillon n’est pas aléatoire.

Exemples : Supposons que 20 personnes soient sondées pour déterminer si elles achéteraient
un produit donné. On peut douter que 1’échantillon soit aléatoire si toutes les personnes sont
du méme sexe. Les suites en séquences peuvent étre utilisées pour déterminer si 1I’échantillon
a été tiré au hasard.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles.

Données. Les variables doivent étre numériques. Pour convertir des variables chaines en variables
numériques, utilisez la procédure de recodage automatique, disponible dans le menu Transformer.

Hypotheéses : Les tests non paramétriques ne nécessitent pas d’hypothéses sur la forme de la
distribution sous-jacente. Utilisez des échantillons a distribution de probabilité continue.

Pour obtenir un test de suites

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > Séquences
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Figure 27-53
Ajout de césures personnalisées
[ Suites en séquences
Liste des variables & tester :
= Exact...

g& Temps d'enregistreme... d:l Motation du site vweb [r...
5& subject Soins

Césure

[ médiane [ Mode

Ei Moyenne I_q_g'l Personnalize

[ Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Ajde ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques a tester.

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour les statistiques descriptives, les quartiles et le
controle du traitement des données manquantes.

Césure des Suites en séquences

Césure : Spécifie une césure pour dichotomiser les variables que vous avez choisies. Vous pouvez
utiliser soit la moyenne, la médiane ou le mode observés, soit une valeur spécifiée comme césure.
Les observations dont les valeurs sont inférieures a la césure sont assignées a un groupe et les
observations dont les valeurs sont supérieures a la césure sont assignées a 1’autre groupe. Un test
est réalisé pour chaque césure choisie.

Options des Suites en séquences

Figure 27-54
Boite de dialogue Suites en séquences : Options

ﬁ Suites en séquences : Options

Statistiques
[ Caractéristigus [ Quartiles
“aleurs manguantes

@ Exclure les ohservations test par test

@ Exclure toute ohservation incompléte

J[ Annuler ][ Bide ]

Poursuiy

Statistiques : Vous pouvez choisir I'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.
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m Caractéristique : Affiche la moyenne, 1’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations non manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (Suites en séquences)

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :
m  Spécifier différentes césures pour différentes variables (a I’aide de la sous-commande RUNS).

B Tester la méme variable par rapport a différentes césures personnalisées (a 1’aide de la
sous-commande RUNS).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

Le test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon compare la fonction de distribution cumulée
observée d’une variable avec une distribution théorique spécifiée, qui peut étre normale, uniforme,
de Poisson ou exponentielle. Le Z de Kolmogorov-Smirnov est calculé a partir de la plus grande
différence (en valeur absolue) entre les fonctions de distribution cumulées observées et théoriques.
Le test de qualité de 1’ajustement contrdle si les observations peuvent avoir été raisonnablement
déduites de la distribution spécifiée.

Exemple : La plupart des tests paramétriques nécessitent des variables distribuées normalement.
Le test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon permet de vérifier qu’une variable (par
exemple Revenu) est distribuée normalement.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles.

Données. Utilisez des variables quantitatives (mesure d’intervalle ou de rapport).

Hypotheéses : Le test de Kolmogorov-Smirnov part du principe que les parametres de la distribution
a tester sont précisés a priori. Cette procédure estime les paramétres a partir d’un échantillon.
L’échantillon de moyenne et 1’échantillon d’écart type sont les parameétres pour une distribution
normale. Les valeurs minimum et maximum de 1’échantillon définissent I’intervalle de la
distribution uniforme, 1’échantillon de moyenne est le paramétre pour la distribution de Poisson et
I’échantillon de I’écart-type est le paramétre pour la distribution exponentielle. La puissance du
test a détecter les abandons de la distribution hypothétique peut étre sérieusement diminuée. Pour
le test d’une distribution normale avec des paramétres estimés, considérez le test K-S Lilliefors
ajusté (disponible dans la procédure d’exploration).



252

Chapitre 27

Pour obtenir un test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > K-S & 1 échantillon

Figure 27-55
Boite de dialogue Test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

[ Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

Liste des variables & tester

f Sexe de l'assuréle] 9. & Mombre d'accidents lar..
f Age de 'azsuré(e) [age]

Diztribition & tester

|| Marmale || Uniforme

[+ Poizzon [ Exponertielle

| Ok |[ Coller ][Eéini‘tialiser][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques a tester. Chaque variable produit un test
distinct.

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour les statistiques descriptives, les quartiles et le
contrdle du traitement des données manquantes.

Options du test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

Figure 27-56
Boite de dialogue K-S pour un échantillon : Options

FH K-S a 1 échantillon : Options

Statistiques

[ Caractéristigus [~ Quartiles

|
“aleurs manguantes

@ Exclure les ohservations test par test

)] Exclure toute observation incompléte

Annler ][ Aide ]

Statistiques : Vous pouvez choisir 'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m Caractéristique : Affiche la moyenne, 1’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations non manquantes.

® Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.
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m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctions supplémentaires de commandes NPAR TESTS (test de Kolmogorov-Smirnov pour un
échantillon)

Le langage de syntaxe de commande vous permet également de spécifier des parameétres pour la
distribution du test (avec la sous-commande K-S).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Tests pour deux échantillons indépendants

La procédure des tests pour deux échantillons indépendants compare deux groupes d’observations
en fonction d’une variable.

Exemple : De nouveaux appareils dentaires qui sont censés étre plus confortables, avoir une
apparence plus agréable et provoquer des progres plus rapides pour le redressage des dents ont été
développés. Pour savoir si les nouveaux appareils doivent étre portés aussi longtemps que les
anciens, 10 enfants sont choisis de fagon aléatoire pour porter les anciens appareils et 10 autres
pour porter les nouveaux appareils. Le test U de Mann-Whitney peut par exemple vous montrer
que les sujets portant les nouveaux appareils ne doivent pas les porter aussi longtemps que les
sujets utilisant les anciens appareils.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles. Tests : U de Mann-Whitney, réactions extrémes de Moses, Z de
Kolmogorov-Smirnov, suites de Wald-Wolfowitz.

Données. Utilisez des variables numériques qui peuvent étre ordonnées.

Hypotheéses : Utilisez des échantillons indépendants, aléatoires. Le test U de Mann-Whitney
teste 1’égalité de deux distributions. Afin de I'utiliser pour tester les différences entre deux
distributions, vous devez supposer que les distributions sont de la méme forme.

Pour effectuer les tests pour deux échantillons indépendants

» A partir des menus, sélectionnez :

Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > 2 échantillons
indépendants
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Figure 27-57
Boite de dialogue Tests pour deux échantillons indépendants

Tests pour deux échantillons indépendants

Liste des variables 4 tester
&5 [0 du patient [id] < -

I sortie ftravel] :
& Pstient féminin [gen... d:l Cuizine [cooking] Optiors

f Age du patient [age] d:l Taches ménagéres [housekpg]
gﬁ Durée d'admizsion ...
&) Dishites melitus [

éb Hypertension [hype. .. Critére de regroupement gualitstit numérigue :
@b Fibrillation Atrial [afik] |gmup(? 7 |
=

&b Précédente Attacue. ..
Définir des groupes...

A Fumenw Temoker]

Type de test

I;‘l_". L de Mann-Whitnesy I-_. Z de Kalmogoray-Smirnoy

|| Réactions extrémes de Moses [ Suites de el otz

:] [Béin'rtialiser ] [ Annuler ] [ Ajde ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques.

» Sélectionnez une variable de regroupement et cliquez sur Définir groupes... pour scinder le fichier

en deux groupes ou échantillons.

Types de tests pour deux échantillons indépendants

Type de test : Quatre tests sont disponibles pour tester si deux échantillons (groupes) proviennent
de la méme population.

Le test U de Mann-Whitney est le plus populaire des tests pour deux échantillons
indépendants. Il équivaut au test de Wilcoxon et au test de Kruskal-Wallis pour deux groupes. Les
tests de Mann-Whitney servent a vérifier que deux échantillons d’une population ont une position
équivalente. Les observations des deux groupes sont combinées et ordonnées, et il leur est attribué
un rang moyen en cas d’ex aequo. Le nombre d’ex aequo doit tre petit par rapport au nombre
total d’observations. Si les populations ont une position identique, les rangs doivent étre attribués
de facon aléatoire entre les deux échantillons. Le test calcule le nombre de fois qu’un résultat du
groupe 1 précéde un résultat du groupe 2, ainsi que le nombre de fois qu’un résultat du groupe 2
précede un résultat du groupe 1. La statistique du U de Mann-Whitney est la plus petite de ces
deux nombres. La statistique de la somme des rangs de Wilcoxon W est également affichée. W est
la somme des rangs pour le groupe avec le plus petit rang moyen, sauf si les groupes ont le méme
rang moyen, auquel cas il s’agit de la somme des rangs du groupe qui a ét€ nommé en dernier dans
la boite de dialogue Définition des deux groupes d’échantillons indépendants..

Le test Z de Kolmogorov-Smirnov ct les suites en séquences de Wald-Wolfowitz sont des
tests plus généraux qui détectent les différences de position et la forme des distributions. Le
test Z de Kolmogorov-Smirnov est basé sur la différence absolue maximum entre les fonctions
de distribution cumulées observées pour les deux échantillons. Lorsque cette différence est
significative, on considere que les deux distributions sont différentes. Le test des suites en
séquences de Wald-Wolfowitz combine et ordonne les observations des deux groupes. Si les deux
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échantillons proviennent de la méme population, les deux groupes doivent étre dispersés de
facon aléatoire dans tout le classement.

Le test des réactions extrémes de Moses part du principe que la variable expérimentale
influence certains sujets dans une direction et d’autres sujets dans la direction opposée. Le test
vérifie les réponses extrémes par rapport & un groupe de contrdle. Ce test permet d’étudier
I’intervalle du groupe de contrdle et de mesurer a quel point les valeurs extrémes du groupe
expérimental influencent I’amplitude lorsque ce test est associé au groupe de contrdle. Le groupe
de controle est défini par la valeur du groupe 1 dans la boite de dialogue Définition des deux
groupes d’échantillons indépendants. Les observations des deux groupes sont combinées et
ordonnées. L’intervalle du groupe de contrdle se calcule en effectuant la différence entre les rangs
des valeurs les plus grandes et les plus petites du groupe de contrdle plus 1. Puisque des valeurs
¢loignées peuvent occasionnellement et facilement fausser I’intervalle d’amplitude, 5 % des
observations de contréle sont filtrées automatiquement a chaque extrémité.

Définition de deux groupes d’échantillons indépendants

Figure 27-58
Boite de dialogue Tests pour deux échantillons indépendants : Définir groupes

Deux échantillons indépendants : Définir groupes

Groupe 1 : D
Groupe 2

Annuler ][ e ]

Pour scinder le fichier en deux groupes ou échantillons, indiquez un nombre entier pour le
groupe 1 et une autre valeur pour le groupe 2. Les observations avec d’autres valeurs sont
exclues de 1’analyse.

Tests pour deux échantillons indépendants : Options

Figure 27-59
Boite de dialogue Deux échantillons indépendants : Options

Reésultat pour deux €chantillons indépendants : Options

Statistiques
[T Caractéristique [ Quartiles
“Yaleurs manguantes

@ Exclure les ohzervations test par test

] Exclure toute ohservation incompléte

Statistiques : Vous pouvez choisir I'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m  Caractéristique :Indique la moyenne, ’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations sans valeurs manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.
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m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (tests pour deux échantillons
indépendants)

Le langage de syntaxe de commande vous permet également de spécifier le nombre d’observations
devant étre filtrées pour le test de Moses (avec la sous-commande MOSES).

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.

Tests pour deux échantillons liés

La procédure des tests pour deux échantillons liés compare les distributions pour deux variables.

Exemple : En général, une famille qui vend sa maison percoit-elle le prix demandé ? En appliquant
le test de Wilcoxon aux données de 10 foyers, vous apprendrez que sept familles percoivent
moins que le prix demandé, qu’une famille percoit plus que le prix demandé et que deux familles
pergoivent le prix demandé.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles. Tests : Classement Wilcoxon, Signe, McNemar. Si I’option Tests
exacts est installée (disponible uniquement sous les systémes d’exploitation Windows), le test
d’Homogénéité marginale est alors disponible.

Données. Utilisez des variables numériques qui peuvent étre ordonnées.

Hypotheéses : Bien qu’aucune distribution particuliére ne soit supposée pour les deux variables, on
part du principe que la distribution de la population des différences liées est symétrique.

Pour obtenir des tests pour deux échantillons liés

» A partir des menus, sélectionnez :

Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > 2 échantillons liés
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Figure 27-60
Boite de dialogue Tests pour deux échantillons liés

Tests pour deux échantillons liés

Paires & tester

& Ouverture 2000 [open00] Paire | variablet |variablez |
f Elesé 2000 [highO0] 1 Moy fond % gain 20... SEP modit médiane 2. +
& Faible 2000 [lowD0] 2 ¢ Moy fond % gain 20... & SaP madif médians 2.
@& Cleture May 2000 [close0d] « = ¥

@& Moy fond % gain 2000 [potgsind]
f Moy vl wente 2000 [volume00]
f Cuverture 2001 [opendt]

& Elevé 2001 [highD1] T e s
@ﬁ Faikle 2001 [lowed1]

@& Cléture May 2001 [clogedd]

f by fond %% gain 2001 [potgsint]
f by wal wente 2001 [volumed1]

f S&P modit médiane 2000 [=pmon0n]
f S&P modit médiane 2001 [=pmonit]

[& wilcoxon
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» Sélectionnez une ou plusieurs paires de variables.

Types de tests pour deux échantillons liés

les tests de cette section comparent les distributions pour deux variables liées. Le test qu’il
convient d’utiliser dépend du type de données.

Si vos données sont continues, utilisez le test de Signe ou le test de Wilcoxon. Le test de signe
calcule les différences entre les deux variables pour toutes les observations, et classe les différences
comme étant positives, négatives ou liées. Si les deux variables sont réparties de la méme
manigcre, le nombre de différences positives et le nombre de différences négatives ne different pas
de facon significative. Le test de Wilcoxon prend en compte les informations relatives au signe
des différences, ainsi qu’a I’amplitude des différences entre paires. Comme le test de Wilcoxon
intégre plus de renseignements sur les données, il est plus puissant que le test des signes.

Si vos données sont binaires, utilisez le test de McNemar. Ce test s’utilise fréquemment lors
de situations de mesures répétées, au cours desquelles la réponse du sujet est provoquée deux fois,
une fois avant qu’un événement spécifié se produise et une fois aprés qu’un événement spécifié
s’est produit. Le test de McNemar détermine si le taux de réponses initial (avant 1’événement) est
égal au taux de réponse final (aprés I’événement). Ce test est utile pour détecter les changements
dans les réponses dues a une intervention expérimentale dans les plans avant et apres.

Si vos données sont qualitatives, utilisez le test d’Homogénéité marginale. Ce test est un
développement du test de McNemar d’une réponse binaire a une réponse multinomiale. 1l
recherche les changements de réponse en utilisant la distribution Khi-deux et permet de détecter
les changements de réponse dus a une intervention expérimentale dans les plans avant et apres. Le
test d’homogénéité marginale n’est disponible que si vous avez installé Exact Tests.
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Tests pour deux échantillons liés : Options

Figure 27-61
Boite de dialogue Tests pour deux échantillons liés : Options

lnalyse pour deux échantillons liés : Options

Statistiques
[ caractéristioue [~ Quartiles
“aleurs manguantes

@ Exclure les ohzervations test par test

e Exclure toute observation incompléte

Statistiques : Vous pouvez choisir I'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m  Caractéristique :Indique la moyenne, ’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations sans valeurs manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR (Deux échantillons liés)
Le langage de syntaxe de commande vous permet également de tester une variable avec chaque
variable d’une liste.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Tests pour plusieurs échantillons indépendants
La procédure de Tests pour Plusieurs Echantillons Indépendants compare deux groupes
d’observations ou plus sur une variable.

Exemple : Trois marques d’ampoules 100 watts différent-elles par leur durée moyenne de
fonctionnement ? A partir de 1’analyse de variance d’ordre 1 de Kruskal-Wallis, vous apprendrez
peut-&tre que les trois marques différent par leur durée de vie moyenne.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles. Tests : A de Kruskal-Wallis, médiane.

Données. Utilisez des variables numériques qui peuvent étre ordonnées.

Hypotheéses : Utilisez des échantillons indépendants, aléatoires. Le test du H de Kruskal-Wallis
nécessite que les échantillons testés soient de forme similaire.
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Pour obtenir des tests pour plusieurs échantillons indépendants

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > K échantillons
indépendants

Figure 27-62
Définition du test de la médiane

Tests pour plusieurs échantillons indépendants

Liste des variables 4 tester

f Mote & I'examen [pertorm]
Optionz

Critére de regroupement guslitstif numérigue ©
[groun(? 7

Type de test

|| Jonckheere-Terpstra

[Béin'rtialiser ] [ Annuler ] [ Ajde ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques.

» Sélectionnez une variable de regroupement et cliquez sur Définir intervalle pour spécifier les valeurs
entiéres minimale et maximale pour la variable de regroupement.

Tests pour Plusieurs Echantillons Indépendants : Types de tests

Trois tests permettent de déterminer si plusieurs échantillons indépendants proviennent de la méme
population. Le test du H de Kruskal-Wallis, le test de la Médiane et le test de Jonckheere-Terpstra
testent tous si plusieurs échantillons indépendants proviennent de la méme population.

Le test H de Kruskal-Wallis, extension du test du U de Mann-Whitney, est 1’équivalent
non paramétrique de 1’analyse de variance d’ordre 1 et détecte les différences dans la position
de la distribution. Le test de la médiane, test plus général mais moins puissant, détecte les
différences de position et de forme des distributions. Le test du A de Kruskal-Wallis et le test de la
médiane supposent qu’il n’existe aucun classement a priori des k populations a partir desquelles
les échantillons sont tirés.

Lorsqu’il existe un classement naturel a priori (ascendant ou descendant) des k populations, le
test de Jonckheere-Terpstra est plus puissant. Par exemple, les k populations peuvent représenter
k températures croissantes. L hypothése selon laquelle différentes températures produisent
la méme distribution des réponses est testée contre I’hypothése alternative selon laquelle
I’accroissement de température fait augmenter la magnitude de la réponse. Ici, I’hypothése
alternative est ordonnée ; le test de Jonckheere-Terpstra est donc le plus approprié. Le test de
Jonckheere-Terpstra n’est disponible que si vous avez installé le module complémentaire Tests
Exacts.
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Tests pour Plusieurs Echantillons Indépendants : Définir I'lntervalle

Figure 27-63
Boite de dialogue Plusieurs échantillons indépendants : Définir I'intervalle

[ Plusieurs échantillons indépendants : Definir une plage

Plage pour les varisbles de regroupement

hinimurm :
Maximum :

[ Anruler ][ Aide ]

Pour définir I’intervalle, entrez des valeurs entiéres pour Minimum et Maximum qui correspondent
a la modalité la plus basse et a la plus haute du critére de regroupement. Les observations dont
les valeurs se trouvent a I’extérieur des limites sont exclues. Par exemple, si vous spécifiez une
valeur minimale de 1 et une valeur maximale de 3, seules les valeurs entiéres comprises entre

1 et 3 seront utilisées. La valeur minimale doit étre inférieure a la valeur maximale, et les deux
valeurs doivent étre spécifiées.

Options des Tests pour Plusieurs Echantillons Indépendants

Figure 27-64
Boite de dialogue Plusieurs échantillons indépendants : Options

[ Plusieurs échantillons indépendants : Options

Statistiques
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e Exclure toute observation incompléte

[ Annuler ][ Ajde ]

Statistiques : Vous pouvez choisir I’une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m Caractéristique :Indique la moyenne, I’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations sans valeurs manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50¢éme et 75éme centiles.
Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (K échantillons indépendants)

Le langage de syntaxe de commande vous permet également de spécifier une valeur différente de
la médiane observée pour le test de la médiane (avec la sous-commande MEDIAN).
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Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Tests pour plusieurs échantillons liés

La procédure de Tests pour Plusieurs Echantillons Liés compare les distributions de deux
variables ou plus.

Exemple : Le public associe-t-il différents niveaux de prestige a un docteur, un avocat, un officier
de police et un enseignant ? On demande a dix personnes de classer ces quatre métiers par ordre
de prestige. Le test de Friedman indique que le public associe effectivement différents niveaux

de prestige a ces quatre professions.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs

non manquantes et quartiles. Tests : Friedman, W de Kendall et Q de Cochran.
Données. Utilisez des variables numériques qui peuvent étre ordonnées.

Hypotheses : Les tests non paramétriques ne nécessitent pas d’hypothéses sur la forme de la
distribution sous-jacente. Utilisez des échantillons dépendants, aléatoires.

Pour obtenir des tests pour plusieurs échantillons liés

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > K échantillons liés

Figure 27-65
Sélection de Cochran comme type de test

Tests pour plusieurs échantillons lies
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» Sélectionnez deux variables numériques ou plus a tester.

Tests pour plusieurs échantillons liés de types de tests

Trois tests sont disponibles pour comparer les distributions de plusieurs variables liées.
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Le test de Friedman est I’équivalent non paramétrique d’un plan de mesures répétées sur un
échantillon ou d’une analyse de variance d’ordre 2 avec une observation par cellule. Le test
de Friedman teste 1’hypothese nulle selon laquelle & variables liées proviennent de la méme
population. Pour chaque observation, les variables & sont classées de 1 a k. La statistique de
test est basée sur ces classements.

Le test W de Kendall est une standardisation de la statistique de Friedman. Le test /W de
Kendall peut étre interprété comme le coefficient de concordance, qui est une mesure de 1’accord
entre les évaluateurs. Chaque observation est un juge ou un indicateur, et chaque variable est une
personne ou un €lément jugé. Pour chaque variable, la somme des rangs est calculée. Le W de
Kendall se situe entre 0 (pas d’accord) et 1 (accord total).

Le Q de Cochran est identique au test de Friedman mais s’applique lorsque toutes les réponses
sont binaires. Ce test est une extension du test de McNemar a K échantillons. Le Q de Cochran
teste I’hypothése nulle selon laquelle plusieurs variables dichotomiques liées ont la méme
moyenne. Les variables sont mesurées sur le méme individu ou sur des individus comparables.

Statistiques des tests pour plusieurs échantillons liés

Figure 27-66
Boite de dialogue Statistiques pour Plusieurs Echantillons Liés

Plusieurs échantillons liés : Statistiques
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Vous pouvez choisir les statitistiques.

m Caractéristique :Indique la moyenne, I’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations sans valeurs manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50¢éme et 75éme centiles.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (K échantillons liés)

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Test binomial

La procédure de test binomial compare les fréquences observées des deux modalités d’une
variable dichotomique avec les fréquences que 1’on peut attendre d’une distribution binomiale
avec un parametre de probabilité spécifié. Par défaut, le paramétre de probabilité pour les deux
groupes est de 0,5. Pour modifier les probabilités, vous pouvez entrer un test de proportion pour le
premier groupe. La probabilité pour le second groupe sera de 1 moins la probabilité spécifiée
pour le premier groupe.
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Exemple : Quand vous lancez une piéce, la probabilité de tomber sur le c6té face est de 1/2. Sur
la base de cette hypothése, une piéce est lancée 40 fois, et les résultats sont enregistrés (pile ou
face). Du test binomial, il se peut que vous observiez que les 3/4 des lancements sont tombés
sur le coté face et que le seuil de signification observé est bas (0,0027). Ces résultats indiquent
qu’il est peu probable que la probabilité pour que la piéce tombe sur le c6té face soit égale a 1/2.
La piéce est probablement truquée.

Statistiques. Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles.

Données. Les variables testées doivent étre numériques et dichotomiques. Pour convertir

des variables chaines en variables numériques, utilisez la procédure de recodage automatique,
disponible dans le menu Transformer. Une variable dichotomique est une variable qui ne peut
prendre que deux valeurs possibles : oui ou non, vrai ou faux, 0 ou 1, etc. La premiére valeur
rencontrée dans I’ensemble de données définit le premier groupe, et 1’autre valeur définit le
deuxiéme groupe. Si les variables ne sont pas dichotomiques, vous devez spécifier une césure. La
césure affecte les observations avec les valeurs qui sont inférieures ou égales au premier groupe et
le reste des observations a un deuxiéme groupe.

Hypotheses : Les tests non paramétriques ne nécessitent pas d’hypothéses sur la forme de la
distribution sous-jacente. On part du principe que les données constituent un échantillon aléatoire.

Pour obtenir un test binomial

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > Binomial

Figure 27-67
Boite de dialogue Test binomial

Test binomial
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@& Mombre de mois avec s...
& Age en années [age]
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& Rewenu du foyer enmil...
‘gﬁ Années d'éducation [ed]
,{I Mombre d'années chez...
A Retrsitéran Tretival

Definir la dichotomie Proportion testée ©
@ Selon les données

© Poirt de césure :

[ Coller ][Eéinﬂialiser][ Annuier ][ A ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques a tester.

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour les statistiques descriptives, les quartiles et le
contrdle du traitement des données manquantes.
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Test binomial : Options

Figure 27-68
Boite de dialogue Test binomial

Test binomial : Options

Statistiques
[ Caractéristique [ Quartiles
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@ Exclure les ohservations test par test
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Statistiques : Vous pouvez choisir I'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m Caractéristique : Affiche la moyenne, 1’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations non manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75¢me centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
toutes les variables testées sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (Test binomial)

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

m  Sélectionner des groupes spécifiques (et en exclure d’autres) lorsqu’une variable comporte
plus de deux modalités (avec la sous-commande BINOMIAL).

B Spécifier différentes césures ou probabilités pour différentes variables (avec la sous-commande
BINOMIAL).

m  Tester la méme variable avec différentes césures ou probabilités (avec la sous-commande
EXPECTED).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Suites en séquences

La procédure Suites en séquences teste si I’ordre d’occurrence de deux valeurs d’une variable est
aléatoire. Une séquence est une suite d’observations semblables. Un échantillon comportant trop
ou trop peu de séquences suggere que 1’échantillon n’est pas aléatoire.
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Exemples : Supposons que 20 personnes soient sondées pour déterminer si elles achéteraient
un produit donné. On peut douter que 1’échantillon soit aléatoire si toutes les personnes sont
du méme sexe. Les suites en séquences peuvent étre utilisées pour déterminer si 1’échantillon
a été tiré au hasard.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles.

Données. Les variables doivent &étre numériques. Pour convertir des variables chaines en variables
numériques, utilisez la procédure de recodage automatique, disponible dans le menu Transformer.

Hypotheses : Les tests non paramétriques ne nécessitent pas d’hypothéses sur la forme de la
distribution sous-jacente. Utilisez des échantillons a distribution de probabilité continue.

Pour obtenir un test de suites

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > Séquences

Figure 27-69
Ajout de césures personnalisées

Suites en séquences

Liste des variables & tester
.5‘3 Temps denregistreme... d:l Motation du site web [r...

f subject

CEsure

[+ médiane [ mode

[ Caller ][Eéini‘tialiser][ Annuler ][ Aidle ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques a tester.

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour les statistiques descriptives, les quartiles et le
contrdle du traitement des données manquantes.

Césure des Suites en séquences

Césure : Spécifie une césure pour dichotomiser les variables que vous avez choisies. Vous pouvez
utiliser soit la moyenne, la médiane ou le mode observés, soit une valeur spécifiée comme césure.
Les observations dont les valeurs sont inférieures a la césure sont assignées a un groupe et les
observations dont les valeurs sont supérieures a la césure sont assignées a I’autre groupe. Un test
est réalisé pour chaque césure choisie.
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Options des Suites en séquences

Figure 27-70
Boite de dialogue Suites en séquences : Options

Suites en séquences : Options

Statistiques
[l caractéristique [ Quartiles
“aleurs manguantes

@ Exclure les ohservations test par test

@ Exclure toute ohservation incompléte

Statistiques : Vous pouvez choisir 'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m Caractéristique : Affiche la moyenne, 1’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations non manquantes.

® Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (Suites en séquences)

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :
m  Spécifier différentes césures pour différentes variables (a I’aide de la sous-commande RUNS).

m  Tester la méme variable par rapport a différentes césures personnalisées (a 1’aide de la
sous-commande RUNS).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

Le test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon compare la fonction de distribution cumulée
observée d’une variable avec une distribution théorique spécifiée, qui peut étre normale, uniforme,
de Poisson ou exponentielle. Le Z de Kolmogorov-Smirnov est calculé a partir de la plus grande
différence (en valeur absolue) entre les fonctions de distribution cumulées observées et théoriques.
Le test de qualité de 1’ajustement controle si les observations peuvent avoir été raisonnablement
déduites de la distribution spécifiée.

Exemple : La plupart des tests paramétriques nécessitent des variables distribuées normalement.
Le test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon permet de vérifier qu’une variable (par
exemple Revenu) est distribuée normalement.
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Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non mangquantes et quartiles.

Données. Utilisez des variables quantitatives (mesure d’intervalle ou de rapport).

Hypothéses : Le test de Kolmogorov-Smirnov part du principe que les paramétres de la distribution
a tester sont précisés a priori. Cette procédure estime les paramétres a partir d’un échantillon.
L’échantillon de moyenne et 1’échantillon d’écart type sont les paramétres pour une distribution
normale. Les valeurs minimum et maximum de 1’échantillon définissent I’intervalle de la
distribution uniforme, 1’échantillon de moyenne est le paramétre pour la distribution de Poisson et
I’échantillon de 1’écart-type est le paramétre pour la distribution exponentielle. La puissance du
test a détecter les abandons de la distribution hypothétique peut étre sérieusement diminuée. Pour
le test d’une distribution normale avec des parameétres estimés, considérez le test K-S Lilliefors
ajusté (disponible dans la procédure d’exploration).

Pour obtenir un test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > K-S a 1 échantillon

Figure 27-71
Boite de dialogue Test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon
Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon
Liste des variables & tester
= Exact...
‘g@ Sexe de lassuré(e] [g... @& Mombre d'accidents lor...
&) Age de l'azzuré(e) [age] Diigs

DistribLtion & tester

|| tormale [T | Uniforme

[+ Poizzon || | Exponentielle

(

[ Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques a tester. Chaque variable produit un test
distinct.

» Vous pouvez également cliquer sur Options pour les statistiques descriptives, les quartiles et le
contrdle du traitement des données manquantes.
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Options du test de Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon

Figure 27-72
Boite de dialogue K-S pour un échantillon : Options

K-S 1 échantillon : Options

Statistiques
[ Caractéristique [ Quartiles
“aleurs manguantes
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Statistiques : Vous pouvez choisir 'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m Caractéristique : Affiche la moyenne, 1’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations non manquantes.

® Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctions supplémentaires de commandes NPAR TESTS (test de Kolmogorov-Smirnov pour un
échantillon)

Le langage de syntaxe de commande vous permet également de spécifier des paramétres pour la
distribution du test (avec la sous-commande K-S).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Tests pour deux échantillons indépendants

La procédure des tests pour deux échantillons indépendants compare deux groupes d’observations
en fonction d’une variable.

Exemple : De nouveaux appareils dentaires qui sont censés étre plus confortables, avoir une
apparence plus agréable et provoquer des progres plus rapides pour le redressage des dents ont été
développés. Pour savoir si les nouveaux appareils doivent étre portés aussi longtemps que les
anciens, 10 enfants sont choisis de fagon aléatoire pour porter les anciens appareils et 10 autres
pour porter les nouveaux appareils. Le test U de Mann-Whitney peut par exemple vous montrer
que les sujets portant les nouveaux appareils ne doivent pas les porter aussi longtemps que les
sujets utilisant les anciens appareils.
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Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles. Tests : U de Mann-Whitney, réactions extrémes de Moses, Z de
Kolmogorov-Smirnov, suites de Wald-Wolfowitz.

Données. Utilisez des variables numériques qui peuvent étre ordonnées.

Hypotheses : Utilisez des échantillons indépendants, aléatoires. Le test U de Mann-Whitney
teste 1’égalité de deux distributions. Afin de I’utiliser pour tester les différences entre deux
distributions, vous devez supposer que les distributions sont de la méme forme.

Pour effectuer les tests pour deux échantillons indépendants

» A partir des menus, sélectionnez :

Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > 2 échantillons
indépendants

Figure 27-73
Boite de dialogue Tests pour deux échantillons indépendants

Tests pour deux échantillons indépendants
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» Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques.

» Sélectionnez une variable de regroupement et cliquez sur Définir groupes... pour scinder le fichier
en deux groupes ou échantillons.

Types de tests pour deux échantillons indépendants

Type de test : Quatre tests sont disponibles pour tester si deux échantillons (groupes) proviennent
de la méme population.

Le test U de Mann-Whitney est le plus populaire des tests pour deux échantillons
indépendants. Il équivaut au test de Wilcoxon et au test de Kruskal-Wallis pour deux groupes. Les
tests de Mann-Whitney servent a vérifier que deux échantillons d’une population ont une position
équivalente. Les observations des deux groupes sont combinées et ordonnées, et il leur est attribué
un rang moyen en cas d’ex aequo. Le nombre d’ex aequo doit &tre petit par rapport au nombre
total d’observations. Si les populations ont une position identique, les rangs doivent étre attribués
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de facon aléatoire entre les deux échantillons. Le test calcule le nombre de fois qu’un résultat du
groupe 1 précéde un résultat du groupe 2, ainsi que le nombre de fois qu’un résultat du groupe 2

précede un résultat du groupe 1. La statistique du U de Mann-Whitney est la plus petite de ces

deux nombres. La statistique de la somme des rangs de Wilcoxon W est également affichée. W est
la somme des rangs pour le groupe avec le plus petit rang moyen, sauf si les groupes ont le méme
rang moyen, auquel cas il s’agit de la somme des rangs du groupe qui a ét¢ nommé en dernier dans

la boite de dialogue Définition des deux groupes d’échantillons indépendants..

Le test Z de Kolmogorov-Smirnov ct les suites en séquences de Wald-Wolfowitz sont des

tests plus généraux qui détectent les différences de position et la forme des distributions. Le
test Z de Kolmogorov-Smirnov est bas¢ sur la différence absolue maximum entre les fonctions
de distribution cumulées observées pour les deux échantillons. Lorsque cette différence est
significative, on considére que les deux distributions sont différentes. Le test des suites en

séquences de Wald-Wolfowitz combine et ordonne les observations des deux groupes. Si les deux

échantillons proviennent de la méme population, les deux groupes doivent étre dispersés de
facon aléatoire dans tout le classement.

Le test des réactions extrémes de Moses part du principe que la variable expérimentale
influence certains sujets dans une direction et d’autres sujets dans la direction opposée. Le test
vérifie les réponses extrémes par rapport & un groupe de contrdle. Ce test permet d’étudier
I’intervalle du groupe de contrdle et de mesurer a quel point les valeurs extrémes du groupe

expérimental influencent I’amplitude lorsque ce test est associé au groupe de contrdle. Le groupe

de contréle est défini par la valeur du groupe 1 dans la boite de dialogue Définition des deux
groupes d’échantillons indépendants. Les observations des deux groupes sont combinées et

ordonnées. L’intervalle du groupe de contrdle se calcule en effectuant la différence entre les rangs
des valeurs les plus grandes et les plus petites du groupe de contrdle plus 1. Puisque des valeurs

¢loignées peuvent occasionnellement et facilement fausser I’intervalle d’amplitude, 5 % des
observations de contréle sont filtrées automatiquement a chaque extrémité.

Définition de deux groupes d’échantillons indépendants

Figure 27-74
Boite de dialogue Tests pour deux échantillons indépendants : Définir groupes

Deux échantillons indépendants : Définir groupes

Groupe 1 : EI

Groupe 2 :

Iéﬁoursuivreél[ Annuler ][ Aide ]

Pour scinder le fichier en deux groupes ou échantillons, indiquez un nombre entier pour le
groupe 1 et une autre valeur pour le groupe 2. Les observations avec d’autres valeurs sont
exclues de I’analyse.
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Tests pour deux échantillons indépendants : Options

Figure 27-75
Boite de dialogue Deux échantillons indépendants : Options

Reésultat pour deux échantillons indépendants : Options

Statistiques
[ caractéristious [~ Quiartiles
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@ Exclure les ohzervations test par test

)] Exclure toute ohservation incompléte

Statistiques : Vous pouvez choisir I'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m  Caractéristique :Indique la moyenne, I’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations sans valeurs manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50¢éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (tests pour deux échantillons
indépendants)

Le langage de syntaxe de commande vous permet également de spécifier le nombre d’observations
devant étre filtrées pour le test de Moses (avec la sous-commande MOSES).

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.

Tests pour deux échantillons liés

La procédure des tests pour deux échantillons liés compare les distributions pour deux variables.

Exemple : En général, une famille qui vend sa maison pergoit-elle le prix demandé ? En appliquant
le test de Wilcoxon aux données de 10 foyers, vous apprendrez que sept familles percoivent
moins que le prix demandé, qu'une famille pergoit plus que le prix demandé et que deux familles
pergoivent le prix demandé.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles. Tests : Classement Wilcoxon, Signe, McNemar. Si I’option Tests
exacts est installée (disponible uniquement sous les systémes d’exploitation Windows), le test
d’Homogénéité marginale est alors disponible.

Données. Utilisez des variables numériques qui peuvent étre ordonnées.
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Hypotheses : Bien qu’aucune distribution particuliére ne soit supposée pour les deux variables, on
part du principe que la distribution de la population des différences liées est symétrique.

Pour obtenir des tests pour deux échantillons liés

» A partir des menus, sélectionnez :

Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > 2 échantillons liés

Figure 27-76
Boite de dialogue Tests pour deux échantillons liés

Tests pour deux echantillons liés
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» Sélectionnez une ou plusieurs paires de variables.

Types de tests pour deux échantillons liés

les tests de cette section comparent les distributions pour deux variables liées. Le test qu’il
convient d’utiliser dépend du type de données.

Si vos données sont continues, utilisez le test de Signe ou le test de Wilcoxon. Le test de signe
calcule les différences entre les deux variables pour toutes les observations, et classe les différences
comme étant positives, négatives ou liées. Si les deux variables sont réparties de la méme
maniére, le nombre de différences positives et le nombre de différences négatives ne différent pas
de fagon significative. Le test de Wilcoxon prend en compte les informations relatives au signe
des différences, ainsi qu’a I’amplitude des différences entre paires. Comme le test de Wilcoxon
intégre plus de renseignements sur les données, il est plus puissant que le test des signes.

Si vos données sont binaires, utilisez le test de McNemar. Ce test s’utilise fréquemment lors
de situations de mesures répétées, au cours desquelles la réponse du sujet est provoquée deux fois,
une fois avant qu’un événement spécifié¢ se produise et une fois aprés qu’un événement spécifié
s’est produit. Le test de McNemar détermine si le taux de réponses initial (avant 1’événement) est
égal au taux de réponse final (apres 1’événement). Ce test est utile pour détecter les changements
dans les réponses dues a une intervention expérimentale dans les plans avant et apres.
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Si vos données sont qualitatives, utilisez le test d’Homogénéité marginale. Ce test est un
développement du test de McNemar d’une réponse binaire a une réponse multinomiale. 11
recherche les changements de réponse en utilisant la distribution Khi-deux et permet de détecter
les changements de réponse dus a une intervention expérimentale dans les plans avant et apres. Le
test d’homogénéité marginale n’est disponible que si vous avez installé Exact Tests.

Tests pour deux échantillons liés : Options

Figure 27-77
Boite de dialogue Tests pour deux échantillons liés : Options

lnalyse pour deux échantillons liés : Options
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Statistiques : Vous pouvez choisir I'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m  Caractéristique :Indique la moyenne, ’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations sans valeurs manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50¢éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.

m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR (Deux échantillons liés)
Le langage de syntaxe de commande vous permet également de tester une variable avec chaque
variable d’une liste.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Tests pour plusieurs échantillons indépendants

La procédure de Tests pour Plusieurs Echantillons Indépendants compare deux groupes
d’observations ou plus sur une variable.

Exemple : Trois marques d’ampoules 100 watts different-elles par leur durée moyenne de
fonctionnement ? A partir de 1’analyse de variance d’ordre 1 de Kruskal-Wallis, vous apprendrez
peut-&tre que les trois marques différent par leur durée de vie moyenne.
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Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles. Tests : H de Kruskal-Wallis, médiane.

Données. Utilisez des variables numériques qui peuvent étre ordonnées.

Hypotheses : Utilisez des échantillons indépendants, aléatoires. Le test du H de Kruskal-Wallis
nécessite que les échantillons testés soient de forme similaire.

Pour obtenir des tests pour plusieurs échantillons indépendants

» A partir des menus, sélectionnez :

>

>

Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > K échantillons
indépendants

Figure 27-78
Définition du test de la médiane

Tests pour plusieurs échantillons indépendants

Liste des variables 4 tester :

f Mote & I'examen [pertorm]
Ciptions

Critére de regroupement gualitstif numérigue :
[oroun(? 2

Type de test

|| Jonckheere-Terpstra

[Eéin'rtialiser ] [ Annuler ] [ Aide ]

Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques.

Sélectionnez une variable de regroupement et cliquez sur Définir intervalle pour spécifier les valeurs
entiéres minimale et maximale pour la variable de regroupement.

Tests pour Plusieurs Echantillons Indépendants : Types de tests

Trois tests permettent de déterminer si plusieurs échantillons indépendants proviennent de la méme
population. Le test du H de Kruskal-Wallis, le test de 1a Médiane et le test de Jonckheere-Terpstra
testent tous si plusieurs échantillons indépendants proviennent de la méme population.

Le test H de Kruskal-Wallis, extension du test du U de Mann-Whitney, est 1’équivalent
non paramétrique de 1’analyse de variance d’ordre 1 et détecte les différences dans la position
de la distribution. Le test de la médiane, test plus général mais moins puissant, détecte les
différences de position et de forme des distributions. Le test du A de Kruskal-Wallis et le test de la
médiane supposent qu’il n’existe aucun classement a priori des k populations a partir desquelles
les échantillons sont tirés.
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Tests non paramétriques

Lorsqu’il existe un classement naturel a priori (ascendant ou descendant) des & populations, le
test de Jonckheere-Terpstra est plus puissant. Par exemple, les k£ populations peuvent représenter
k températures croissantes. L’hypothése selon laquelle différentes températures produisent
la méme distribution des réponses est testée contre I’hypothése alternative selon laquelle
I’accroissement de température fait augmenter la magnitude de la réponse. Ici, ’hypothése
alternative est ordonnée ; le test de Jonckheere-Terpstra est donc le plus approprié. Le test de
Jonckheere-Terpstra n’est disponible que si vous avez installé le module complémentaire Tests
Exacts.

Tests pour Plusieurs Echantillons Indépendants : Définir I'Intervalle

Figure 27-79
Boite de dialogue Plusieurs échantillons indépendants : Définir I'intervalle

[ Plusieurs échantillons indépendants : Définir une plage

Flage pour les variables de regroupement

inimum ;
Magimum

|§P0ur3uiwe§|[ Anruler ][ Aide ]

Pour définir I’intervalle, entrez des valeurs entiéres pour Minimum et Maximum qui correspondent
a la modalité la plus basse et a la plus haute du critére de regroupement. Les observations dont
les valeurs se trouvent a I’extérieur des limites sont exclues. Par exemple, si vous spécifiez une
valeur minimale de 1 et une valeur maximale de 3, seules les valeurs entiéres comprises entre

1 et 3 seront utilisées. La valeur minimale doit étre inférieure a la valeur maximale, et les deux
valeurs doivent étre spécifiées.

Options des Tests pour Plusieurs Echantillons Indépendants

Figure 27-80
Boite de dialogue Plusieurs échantillons indépendants : Options

[ Plusieurs échantillons indépendants : Options

Statistiques
“Waleurs manguantes

@ Exclure les ohservations test par test

@] Exclure toute observation incompléte

Statistiques : Vous pouvez choisir 'une des statistiques récapitulatives, ou bien les deux.

m Caractéristique :Indique la moyenne, I’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations sans valeurs manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Valeurs manquantes : Contrdle le traitement des valeurs manquantes.
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m  Exclure les observations test par test : Lorsque plusieurs tests sont indiqués, chaque test est
effectué séparément selon le nombre des valeurs manquantes.

m  Exclure toute observation incompléte : Les observations avec des valeurs manquantes pour
I’une ou I’autre variable sont exclues de toutes les analyses.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (K échantillons indépendants)

Le langage de syntaxe de commande vous permet également de spécifier une valeur différente de
la médiane observée pour le test de la médiane (avec la sous-commande MEDIAN).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.

Tests pour plusieurs échantillons liés

La procédure de Tests pour Plusieurs Echantillons Liés compare les distributions de deux
variables ou plus.

Exemple : Le public associe-t-il différents niveaux de prestige a un docteur, un avocat, un officier
de police et un enseignant ? On demande a dix personnes de classer ces quatre métiers par ordre
de prestige. Le test de Friedman indique que le public associe effectivement différents niveaux
de prestige a ces quatre professions.

Statistiques : Moyenne, écart-type, minimum, maximum, nombre d’observations avec des valeurs
non manquantes et quartiles. Tests : Friedman, /¥ de Kendall et Q de Cochran.

Données. Utilisez des variables numériques qui peuvent étre ordonnées.

Hypotheéses : Les tests non paramétriques ne nécessitent pas d’hypothéses sur la forme de la
distribution sous-jacente. Utilisez des échantillons dépendants, aléatoires.

Pour obtenir des tests pour plusieurs échantillons liés

» A partir des menus, sélectionnez :

Analyse > Tests non paramétriques > Boites de dialogue ancienne version > K échantillons liés
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Figure 27-81
Sélection de Cochran comme type de test

Tests pour plusieurs échantillons lies

Wariables & tester
&5 Données de garartie e...
&5 Information faxe regue. ..
&5 Mewrsletter infarmative...
& Guestian sjoutée 3 list...
&5 Carte d'achat mize ajo...

&5 Information de base de. .

Type de test

[ Friedman ||| ' de Kendall [ ade Cochran

[OKl[ Caller ][Eéinitialiser][ Annuler ][ Aicle ]

» Sélectionnez deux variables numériques ou plus a tester.

Tests pour plusieurs échantillons liés de types de tests

Tests non paramétriques

Trois tests sont disponibles pour comparer les distributions de plusieurs variables liées.

Le test de Friedman est I’équivalent non paramétrique d’un plan de mesures répétées sur un
échantillon ou d’une analyse de variance d’ordre 2 avec une observation par cellule. Le test
de Friedman teste 1’hypothese nulle selon laquelle & variables liées proviennent de la méme
population. Pour chaque observation, les variables k sont classées de 1 a k. La statistique de

test est basée sur ces classements.

Le test W de Kendall est une standardisation de la statistique de Friedman. Le test ¥ de
Kendall peut étre interprété comme le coefficient de concordance, qui est une mesure de 1’accord
entre les évaluateurs. Chaque observation est un juge ou un indicateur, et chaque variable est une
personne ou un €lément jugé. Pour chaque variable, la somme des rangs est calculée. Le W de

Kendall se situe entre 0 (pas d’accord) et 1 (accord total).

Le Q de Cochran est identique au test de Friedman mais s’applique lorsque toutes les réponses
sont binaires. Ce test est une extension du test de McNemar a K échantillons. Le Q de Cochran
teste I’hypothése nulle selon laquelle plusieurs variables dichotomiques liées ont la méme
moyenne. Les variables sont mesurées sur le méme individu ou sur des individus comparables.

Statistiques des tests pour plusieurs échantillons liés

Figure 27-82
Boite de dialogue Statistiques pour Plusieurs Echantillons Liés

ﬁ Plusieurs échantillons liés : Statistiques

[ caractéristiue

| Quarties

|§P0ursui\-’re§|[ Annuler ][ Aicle ]
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Vous pouvez choisir les statitistiques.

m  Caractéristique :Indique la moyenne, ’écart-type, le minimum, le maximum, et le nombre
d’observations sans valeurs manquantes.

®  Quartiles : Indique les valeurs correspondant au 25¢me, 50éme et 75éme centiles.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande NPAR TESTS (K échantillons liés)

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Analyse des reponses multiples

Deux procédures sont proposées pour 1’analyse des vecteurs comportant plusieurs variables
dichotomiques ou plusieurs modalités. La procédure Fréquences multiréponses affiche les
tableaux de fréquences. La procédure des Tableaux croisés multiréponses affiche des tableaux
croisés a deux ou trois dimensions. Avant d’utiliser I’'une de ces procédures, vous devez définir
des vecteurs multiréponses.

Exemple : Cet exemple illustre ’utilisation des éléments multiréponses dans une étude de
marché. Ces données sont fictives et ne doivent pas étre considérées comme réelles. Une
compagnie aérienne est parfois amenée a interroger les passagers d’un trajet donné pour évaluer la
concurrence. Dans cet exemple, American Airlines veut savoir si ses passagers utilisent d’autres
compagnies aériennes pour couvrir le trajet Chicago-New York et connaitre I’ importance relative
des horaires et du service dans le choix d’une compagnie aérienne. L’hotesse distribue a chaque
passager un court questionnaire lors de I’embarquement. La premiere question est la suivante

: Entourez toutes les compagnies aériennes par lesquelles vous avez effectué au moins un vol
dans les six derniers mois parmi American, United, TWA, USAir et d’autres. Il s’agit d’une
question a réponses multiples, car le passager peut entourer plus d’une réponse. Cependant, cette
question ne peut pas étre codée directement, parce qu’une variable ne peut avoir qu’une valeur
pour chaque cas. Vous devez utiliser plusieurs variables pour mapper les réponses a chaque
question. Ceci peut étre fait de deux manieres. L’une consiste a définir une variable correspondant
a chaque choix possible (par exemple, American, United, TWA, USAir et d’autres). Si le passager
entoure United, le numéro de code 1 est affecté a la variable united, sinon c’est le code 0 qui

lui est affecté. Il s’agit de la méthode de codage de variables a dichotomie multiple. L’autre
méthode permettant de mapper les réponses est la méthode des modalités multiples, ou vous
devez estimer le nombre maximal de réponses possibles a la question et définir le méme nombre
de variables, avec des codes correspondant a la compagnie aérienne empruntée. En utilisant un
échantillon de questionnaires, vous vous apercevrez peut-étre que personne n’a emprunté plus de
trois compagnies différentes pour ce trajet. Qui plus est, vous vous rendrez compte que, du fait de
la déréglementation des compagnies aériennes, 10 autres compagnies figurent dans la modalité
Autre. A I’aide de la méthode multiréponses, vous pouvez définir trois variables, codées comme
suit : 1 = american, 2 = united, 3 = twa, 4 = usair, 5 = delta, etc. Si un passager entoure American
et TWA, la premiere variable porte le code 1, la seconde le code 3, et la troisiéme un code sans
valeur. Un autre passager a peut-&tre entouré American et ajouté Delta. Ainsi, la premiére variable
porte le code 1, la seconde le code 5, et la troisiéme un code sans valeur. Si vous utilisez la
méthode des dichotomies multiples, d’un autre c6té, vous finissez par vous retrouver avec 14
variables différentes. Les deux méthodes de codage sont possibles dans le cadre de cette enquéte.
Cependant, votre choix dépendra de la répartition des réponses.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 279
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Définition de vecteurs multiréponses

La procédure de définition de vecteurs multiréponses regroupe des variables itemaires dans

des vecteurs de dichotomies ou de modalités, pour lesquels vous pouvez obtenir des tableaux

de fréquences et des tableaux croisés. Vous pouvez définir jusqu’a 20 vecteurs multiréponses.
Chaque vecteur doit avoir un nom unique. Pour éliminer un vecteur, sélectionnez-le dans la liste
des vecteurs multiréponses et cliquez sur Eliminer. Pour modifier un vecteur, sélectionnez-le dans
la liste, modifiez-en les caractéristiques et cliquez sur Changer.

Vous pouvez coder vos variables itemaires sous forme de dichotomies ou de modalités. Pour
utiliser des variables dichotomiques, sélectionnez Variables dichotomiques afin de créer un vecteur
de dichotomies multiples. Entrez une valeur enti¢re dans Valeur comptée. Chaque variable ayant
au moins une occurrence de la valeur comptée devient une modalité du vecteur de dichotomies
multiples. Sélectionnez Modalités pour créer un vecteur de modalités multiples ayant le méme
intervalle de valeurs que les variables qui le composent. Entrez des nombres entiers pour le
minimum et le maximum de I’intervalle des modalités du vecteur de modalités multiples. La
procédure totalise chaque valeur entiere contenue dans 1’intervalle pour toutes les variables qui le
composent. Les modalités vides ne sont pas tabulées.

A chaque vecteur multiréponses doit étre attribué un nom unique de 7 caractéres maximum. La
procédure ajoute un signe dollar ($) devant le nom que vous avez attribué. Les noms réservés
suivants ne doivent pas étre utilisés : casenum, sysmis, jdate, date, time, length et width. Le nom
du vecteur multiréponses doit uniquement étre utilisé dans les procédures multiréponses. Vous ne
pouvez pas faire référence aux noms des vecteurs multiréponses dans les autres procédures. A
titre facultatif, vous pouvez entrer une étiquette de variable décrivant le vecteur multiréponses.
Cette étiquette peut comporter jusqu’a 40 caractéres.

Définir des vecteurs de réponses multiples

» A partir des menus, sélectionnez :

Analyse > Réponses multiples > Définir des groupes de variables...
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Figure 28-1

Boite de dialogue Définition des vecteurs multiréponses

Analyse des réponses multiples

Definir les vecteurs multiréponses

Définition du vecteur

Yariables de l'ensemble :

f Select aitline because ...
& airline 1 [airline1]
& airine 2 [airine2]

f American [american]
& Twin [t
& United [united]

“ariables codées en tant que

(@ Dichotomiss alsur comptée :

D) Modslités

Mo : |aircat

Eticjuette : |

utiliz&s & un autre endroit.

WeCteurs multtiréponses ©

Eliminer kloc

Remargue : Les enzembles définis ici ne sont disponibles que dans les procédures Effectifs de réponses multiples et
Tableaux croizés. Utilisez l'option Définir les vecteurs muttiréponzes dans le menu Données pour les enzembles

Faircat

» Sélectionnez deux ou plusieurs variables.

» Si vos variables sont codées comme dichotomies, indiquez la valeur que vous souhaitez calculer.
Si elles sont codées comme modalités, définissez leur intervalle.

» Entrez un nom unique pour chaque vecteur multiréponses.

» Cliquez sur Ajouter pour ajouter les vecteurs multiréponses a la liste des vecteurs définis.

Tableaux de frequences des réponses multiples

La procédure Fréquences multiréponses produit des tableaux de fréquences pour les vecteurs
multiréponses. Vous devez d’abord définir un ou plusieurs vecteurs multiréponses (voir “ Définir

les vecteurs multiréponses

“),

Pour les vecteurs de dichotomies multiples, les noms de modalité apparaissant dans le résultat
proviennent d’étiquettes de variable définies pour les variables itemaires du groupe. Si les
étiquettes de variable ne sont pas définies, les noms de variables servent d’étiquettes. Pour les
vecteurs de modalités multiples, les étiquettes des modalités proviennent des étiquettes de valeurs
de la premiére variable du groupe. Si les modalités manquantes de la premiére variable sont
présentes pour d’autres variables du groupe, définissez une étiquette de valeurs pour les modalités

mangquantes.
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Valeurs manquantes : Les cas de valeurs manquantes sont exclus tableau par tableau. Vous pouvez
donc choisir I’une ou les deux solutions suivantes :

m  Exclure les observations ayant une information incompléte a I'intérieur des dichotomies : Ceci
permet d’exclure les observations ayant des valeurs manquantes pour toute variable issue du
tableau croisé du vecteur de dichotomies multiples. Ceci s’applique seulement aux vecteurs
multiréponses définis comme vecteurs de dichotomies. Par défaut, une observation est
considérée manquante pour un vecteur de dichotomies multiples si aucune de ses variables
composantes ne contient de valeur comptée. Les cas de valeurs manquantes pour certaines
variables, mais pas toutes, sont inclus dans les tabulations du groupe si au moins une variable
contient la valeur comptge.

m  Exclure toute observation ayant une information incompléte a I'intérieur des modalités : Cela
permet d’exclure les observations ayant des valeurs manquantes pour toute variable provenant
du tableau croisé du vecteur des modalités multiples. Ceci s’applique seulement aux vecteurs
multiréponses définis comme des vecteurs de modalités. Par défaut, une observation est
considérée manquante pour un vecteur de modalités multiples si aucune de ses composantes
n’a de valeurs valides a I’intérieur de I’intervalle défini.

Exemple : Chaque variable créée a partir d’une question de I’enquéte est une variable élémentaire.
Pour analyser un élément multiréponses, vous devez combiner les variables dans I’un des deux
types de vecteurs multiréponses : vecteur de modalités multiples ou vecteur de dichotomies
multiples. Par exemple, si dans une enquéte, une compagnie aérienne vous demande la compagnie
(American Airlines, United Airlines ou TWA) que vous avez empruntée au cours des six derniers
mois, si vous utilisez des variables dichotomiques et avez défini un vecteur de dichotomies
multiples, chacune des trois variables du vecteur devient une modalité de la variable de
regroupement. Les effectifs et les pourcentages correspondant aux trois compagnies aériennes
s’affichent dans un tableau de fréquences. Si vous découvrez qu’aucun des répondants n’a
mentionné plus de deux compagnies, vous pouvez créer deux variables, chacune ayant trois codes,
un par compagnie aérienne. Si vous définissez un vecteur de modalités multiples, les valeurs
sont tabulées et les mémes codes sont ajoutés dans toutes les variables ¢lémentaires. Le vecteur de
valeurs résultant est le méme que pour chacune des variables itemaires. Par exemple, 30 réponses
pour United représentent la somme des cinq réponses United pour la compagnie aérienne 1 et
des 25 réponses United pour la compagnie 2. Les effectifs et les pourcentages correspondant aux
trois compagnies aériennes s’affichent dans un tableau de fréquences.

Statistiques : Tableaux de fréquences contenant des effectifs, des pourcentages de réponses, des
pourcentages de cas, le nombre de cas valables, et le nombre de cas manquants.

Données : Utilisez des vecteurs multiréponses.

Hypotheses : Les effectifs et pourcentages représentent une description utile des données de
n’importe quelle distribution.

Procédures apparentées : La procédure Définir Vecteurs multiréponses vous permet de définir
des vecteurs multiréponses.

Pour obtenir des tableaux de fréquences de réponses multiples

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Réponses multiples > Fréquences
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Figure 28-2
Boite de dialogue Fréquences de réponses multiples

Tableaux d'effectifs des réponses multiples

Yecteurs multiréponses : Tahleaulx) pour

H sairdich] H [sairca

Valeurs manguantes

|| Exclure toute ohservation ayant une information incompléte & lintérieur des modalités

Ok |[ Collsr ][Eéin'rtialiser][ Aninuler ][ Aide ]

» Sélectionnez un ou plusieurs vecteurs multiréponses.

Tableaux croisés des réponses multiples

La procédure Tableaux croisés de réponses multiples classe, par tableaux croisés, des vecteurs
multiréponses définis, des variables itemaires ou une combinaison. Vous pouvez ¢galement obtenir
des pourcentages de cellules basés sur des observations ou des réponses, modifier la gestion des
valeurs manquantes ou obtenir des tableaux croisés appariés. Vous devez d’abord définir un ou
plusieurs vecteurs multiréponses (veuillez consulter ““ Pour Définir des vecteurs multiréponses ).

Pour les vecteurs de dichotomies multiples, les noms de modalité apparaissant dans le résultat
proviennent d’étiquettes de variable définies pour les variables itemaires du groupe. Si les
étiquettes de variable ne sont pas définies, les noms de variables servent d’étiquettes. Pour les
vecteurs de modalités multiples, les étiquettes des modalités proviennent des étiquettes de valeurs
de la premiére variable du groupe. Si les modalités manquantes de la premiére variable sont
présentes pour d’autres variables du groupe, définissez une étiquette de valeurs pour les modalités
manquantes. La procédure affiche les étiquettes de modalité des colonnes sur trois lignes, avec
jusqu’a huit caractéres par ligne. Pour éviter de scinder les mots, vous pouvez inverser les
¢éléments lignes et les ¢éléments colonnes ou redéfinir les étiquettes.

Exemple : Les vecteurs de dichotomies multiples et les vecteurs de modalités multiples peuvent
étre croisés avec d’autres variables dans cette procédure. Dans le cadre d’une enquéte menée
aupres de passagers de compagnies aériennes, voici ce qui leur a été demandé : Parmi les
compagnies aériennes suivantes, entourez toutes celles avec lesquelles vous avez voyagé au
moins une fois durant les six derniers mois (American, United, TWA). Est-il plus important de
privilégier I’horaire ou le service ? Choisissez une seule réponse. Apres avoir saisi les données
en tant que dichotomies ou modalités multiples, et apres les avoir combinées dans un vecteur,
vous pouvez croiser les choix de compagnie aérienne déclarés avec la question relative au service
ou aux horaires.
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Statistiques : Tableau croisé avec cellule, ligne, colonne, et effectif total, et avec les pourcentages
ligne, colonne, et effectif total. Les pourcentages cellule peuvent étre basés sur les observations
ou les réponses.

Données : Utilisez des vecteurs multiréponses ou des variables qualitatives numériques.

Hypotheses : Les effectifs et pourcentages offrent une description utile des données qui suivent
tout type de distribution.

Procédures apparentées : La procédure Définir Vecteurs multiréponses vous permet de définir
des vecteurs multiréponses.

Pour obtenir des tableaux croisés des réponses multiples

» A partir des menus, sélectionnez :

>

Analyse > Réponses multiples > Tableaux croisés

Figure 28-3
Boite de dialogue Tableaux Croisés de réponses multiples
Tableaux croisés des réponses multiples
Lignels) : Options
&5 Ametican [american] Faircat
@b Twi [twa] 'S
& United [united]
& Airline 1 [aitine]
& nirine 2 [airinez] E00NNE(E)E
select(0 1)
-
Strate(s) :
Wecteurs multiréponses :
B sairdich] -
i ok §|[ Caller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ ALide ]

Sélectionnez une ou plusieurs variables numériques ou vecteurs multiréponses pour chaque
dimension de tableau croisé.

» Définissez I’intervalle de chaque variable itemaire.

Définir

Sinon, vous pouvez obtenir un tableau croisé bilatéral pour chaque modalité de variable de contrdle
ou chaque vecteur multiréponses. Sélectionnez un ou plusieurs éléments pour la liste de strate(s).

Intervalles Tableaux croisés De réponses multiples

Figure 28-4
Définir boite de dialogue Intervalle Variables Tableaux croisés de réponses multiples

[ Tableaux croisés multiréponses : Définir les plages de variables
hdinimurm : EI
hdaximuim :

IEPoursuivreél[ Annuler ][ Aide ]
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Les intervalles des valeurs doivent étre définis pour toute variable itemaire de tableaux croisés.
Entrez les valeurs entiéres de modalités minimum et maximum que vous souhaitez tabuler. Les
modalités se situant en dehors de I’intervalle sont exclues de I’analyse. Les valeurs se situant a
I’intérieur de I’intervalle inclusif sont supposées étre des nombres entiers (les nombres non entiers
sont tronqués).

Options Tableaux croisés de réponses multiples

Figure 28-5
Boite de dialogue Options Tableaux croisés de réponses multiples

Tableaux croisés multiréponses : Options

Pourcentages de cellule

[T Ligne [] Position [] Total

Apparier les vatiables entre les vecteurs réponzes
Pourcentages hazés sur

@ Obzervations © Réponzes

“aleurs manguantes

Exclure les observations ayart une information incompléte & lintérieur des dichotomies

Exclure toute observation ayant une information incompléte & lintérieur des modalités

IéPoursuivreél[ Annuler ][ Ajcle: ]

Pourcentages de cellule : Les effectifs des cellules sont toujours affichés. Vous pouvez choisir
d’afficher les pourcentages lignes, les pourcentages colonnes, et les pourcentages tableau bilatéral
(total).

Pourcentages basés sur: Vous pouvez baser les pourcentages cellules sur les observations (ou
répondants). Ceci n’est pas possible si vous sélectionnez la fonction qui permet d’apparier les
variables entre les vecteurs de modalités multiples. Vous pouvez aussi baser les pourcentages
cellules sur les réponses. Pour les vecteurs de dichotomies multiples, le nombre de réponses est
égal au nombre de valeurs comptées a travers les observations. Pour les vecteurs de modalités
multiples, le nombre de réponses correspond au nombre de valeurs comprises dans I’intervalle
défini.

Valeurs manquantes :Vous avez le choix entre les deux options suivantes :

m  Exclure les observations ayant une information incompléte a I'intérieur des dichotomies : Ceci
permet d’exclure les observations ayant des valeurs manquantes pour toute variable issue du
tableau croisé du vecteur de dichotomies multiples. Ceci s’applique seulement aux vecteurs
multiréponses définis comme vecteurs de dichotomies. Par défaut, une observation est
considérée manquante pour un vecteur de dichotomies multiples si aucune de ses variables
composantes ne contient de valeur comptée. Les observations ayant des valeurs manquantes
pour certaines, mais pas toutes, les variables sont incluses dans les tableaux croisés du groupe
si au moins une variable contient la valeur comptée.

m  Exclure toute observation ayant une information incompléte a I'intérieur des modalités : Cela
permet d’exclure les observations ayant des valeurs manquantes pour toute variable provenant
du tableau croisé du vecteur des modalités multiples. Ceci s’applique seulement aux vecteurs
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multiréponses définis comme des vecteurs de modalités. Par défaut, une observation est
considérée manquante pour un vecteur de modalités multiples si aucune de ses composantes
n’a de valeurs valides a ’intérieur de I’intervalle défini.

Par défaut, lorsque vous croisez deux vecteurs de modalités multiples, la procédure tabule chaque
variable du premier groupe avec chaque variable du second groupe et additionne les effectifs de
chaque cellule. Par conséquent, certaines réponses peuvent apparaitre plus d’une fois dans un
tableau. Vous pouvez choisir I’option suivante :

Apparier les variables entre les vecteurs réponses : Cela permet d’apparier la premiére variable du
premier groupe avec la premiére variable du second groupe, etc. Si vous sélectionnez cette option,
la procédure basera les pourcentages cellules sur les réponses plutdt que sur les répondants. On ne
peut apparier les vecteurs de dichotomies multiples ou les variables itemaires.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande MULT RESPONSE

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :
m  Obtenir des tableaux croisés ayant jusqu’a cinq dimensions (avec la sous-commande BY).

m  Modifier les options de formatage du résultat, y compris la suppression des étiquettes de
valeurs (avec la sous-commande FORMAT).

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Les listes d’observations et les statistiques descriptives sont des outils de base permettant d’étudier
et de présenter des données. Vous pouvez obtenir les listes d’observations a I’aide de I’éditeur de
Données ou de la procédure Récapituler, les effectifs de fréquence et les statistiques descriptives a
I’aide de la procédure Fréquences, et les statistiques de sous-population a 1’aide de la procédure
Moyennes. Chacune de ces procédures utilise un format destiné a rendre les informations claires.
Si vous souhaitez afficher les informations dans un format différent, les procédures Tableaux de
bord en lignes et Tableaux de bord en colonnes vous permettent de controler la présentation

des données.

Tableaux de bord en lignes

Tableaux de bord en lignes produit des tableaux de bord dans lesquels différentes statistiques
récapitulatives sont disposées en lignes. Les listes d’observations sont également disponibles,
avec ou sans statistiques récapitulatives.

Exemple : Une société possédant une chaine de magasins conserve des dossiers sur les employés
comprenant le salaire, I’ancienneté, le magasin et le service ou chaque employ¢ travaille.

Vous pourriez générer un tableau de bord fournissant les informations individuelles sur les
employés (liste) divisées par magasin et par division (critéres d’agrégation), avec les statistiques
récapitulatives (par exemple, salaire moyen) pour chaque magasin, division et par division dans
chaque magasin.

Variables en colonnes : Donne la liste des variables de tableau pour lesquelles vous voulez obtenir
des listes d’observations ou des statistiques récapitulatives, et controle le format d’affichage
des Variables en colonnes.

Variables de ventilation : Donne la liste des critéres d’agrégation optionnels qui divisent le tableau
de bord en groupes et contrdle les statistiques récapitulatives et les formats d’affichage des
colonnes de ventilation. Pour les critéres d’agrégation multiples, il y aura un groupe séparé pour
chaque modalité de chaque critére d’agrégation a I’intérieur des modalités du critére d’agrégation
précédent dans la liste. Les criteres d’agrégation doivent étre des variables qualitatives discretes
qui divisent les observations en un nombre limité de modalités significatives. Les valeurs
individuelles de chaque critére d’agrégation apparaissent, triées, dans une colonne séparée a
gauche des Variables en colonnes.

Tableau de bord : Contréle les caractéristiques globales du tableau de bord, y compris les
statistiques récapitulatives globales, 1’affichage des valeurs manquantes, la numérotation des
pages et les titres.

Afficher les observations : Affiche les valeurs réelles (ou les étiquettes de valeurs) des variables de
Variables en colonnes pour chaque observation. Cela produit une liste , qui peut &tre nettement
plus longue qu’un tableau de bord.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 287
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Apercu. N’affiche que la premiére page du tableau de bord. Cette option est utile pour avoir un
apercu du format de votre tableau sans traiter le tableau entier.

Les données sont déja triées : Pour les rapports avec critéres d’agrégation, le fichier de données
doit étre trié par valeur des critéres d’agrégation avant de générer le tableau de bord. Si votre
fichier de données est déja trié¢ par valeur des critéres d’agrégation, vous pouvez gagner du temps
de traitement en sélectionnant cette option. Cette option est particulierement utile aprés avoir vu
un apergu du tableau.

Pour obtenir un rapport récapitulatif : Récapitulatifs en lignes

>

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Rapports > Tableaux de bord en lignes

Sélectionnez une ou plusieurs variables pour les variables en colonnes. Une colonne est générée
dans le tableau de bord pour chaque variable sélectionnée.

Pour les tableaux triés et affichés par sous-groupe, sélectionnez une ou plusieurs variables pour les
critéres d’agrégation.

Pour les tableaux avec statistiques récapitulatives de sous-groupe définies par des critéres
d’agrégation, sélectionnez le critére d’agrégation dans la liste Variables de ventilation et cliquez
sur Tableau récapitulatif dans le groupe Variables de ventilation pour spécifier les mesures
récapitulatives.

Pour les tableaux avec statistiques récapitulatives globales, cliquez sur Tableau récapitulatif pour
spécifier les mesures récapitulatives.

Figure 29-1
Boite de dialogue Tableaux de bord en lignes

Rapport : Récapitulatifs en lignes
‘gﬁ bay Wariahles en colonnes Récapitulatit
f bmornth Yariables en colonnes ;

Options
&) byear ‘gé} Age [aue] = e
-@ﬁ cmonth f Salary--Annual [salary]
A ——
@q First Mame [riame] —
& imorth
Joby Grace [jobograc
f ok Gradie [jobgrarie] Wariahles de vertilation
.gﬁ Jyear
é]a Last Mame [Iname] “ariahles de ventilation :
@a Manager's Mame [marm... & Eranch Store [store] - Croissant
.gﬁ =1 & Divizion [division] -- Croissant
f 2
f =3
‘gﬁ Sex [sex]
& Shift [shift] &)
L. Atficher les observations
L- Aperou | Les données sont déja triges
[ Coller ][Eéin'rtialiser ][ Annuler ][ Aide ]
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Format des Colonnes de données/Ventilations des Tableaux de bord

Les boites de dialogue Format contrdlent les titres et largeurs des colonnes, 1’alignement du texte
et I’affichage des valeurs de données ou des étiquettes de valeurs. Format colonne de données
contrdle le format des Variables en colonnes du c6té droit de la page du tableau de bord. Format
colonne de ventilation contrdle le format des Colonnes de ventilation du c6té gauche.

Figure 29-2
Boite de dialogue Tableau de bord : Format colonne de données

Rappnrt : Format des colonnes de données pour salary

Titre de ka colonne

Il ='agit cun titre svec -
des sauts de ligne manuel
-

en utilisart la touche Entrée.

Justification du titre de la colonne © | Gauche =

- La largeur des colonnes |:|
Position des valeurs dans la colanne

. . i Contenu de la colonne
@ Decalage a drote

Importance du décalaoe : D @ Yaleurs

A @) les dtiguettes Valeurs
(@) Centré dans la colonne

[ Annuler ][ Aide ]

Titre de la colonne : Pour la variable sélectionnée, contrdle le titre de la colonne. Les titres
longs sont automatiquement ajustés dans la colonne. Utilisez la touche Entrée pour insérer
manuellement des sauts de lignes aux endroits ou vous voulez ajuster les titres.

Position des valeurs dans la colonne : Pour la variable sélectionnée, contréle I’alignement des
valeurs de données ou des étiquettes de données dans la colonne. L’alignement des valeurs ou des
étiquettes n’affecte pas 1’alignement des titres de colonnes. Vous pouvez soit indenter le contenu
de la colonne d’un nombre de caractéres donné, soit centrer le contenu de la colonne.

Contenu de la colonne : Pour la variable sélectionnée, contréle I’affichage soit des valeurs de
données, soit des étiquettes de valeurs définies. Les valeurs de données sont affichées pour toutes
les valeurs qui ne possédent pas d’étiquette de valeur définie. (Non disponible pour les Variables
en colonnes dans les Tableaux de bord en colonnes)

Fonctions récapitulatives des Tableaux pour/Fonctions récapitulatives Finales

Les deux boites de dialogue Fonctions récapitulatives controlent I’affichage des statistiques
récapitulatives pour les agrégats et pour I’ensemble du tableau de bord. Fonctions récapitulatives
contrdle les statistiques de sous-groupe pour chaque catégorie définie par la ou les variables de
ventilation. Fonctions récapitulatives Finales contrdle les statistiques globales affichées a la fin
du tableau de bord.
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Figure 29-3
Boite de dialogue Tableau de bord : Fonction récapitulative
ﬁRappnrt : Fonctions reécapitulatives pour division
7] Sotime des waleurs [T] Ecart type
[7] Movenne des valsurs [T Kurtosis
[ waleur minimale [ Variance
L. Waleur maximale L. Skewness

|| Pourcentage compris

[ Annuler ][ Acle ]

Les statistiques récapitulatives disponibles sont la somme des valeurs, la moyenne des valeurs, la
valeur minimale, la valeur maximale, le nombre d’observations, le pourcentage d’observations

situées au-dessus ou en dessous d’une valeur spécifiée, le pourcentage d’observations comprises a
I’intérieur d’un intervalle donné de valeurs, I’écart-type, I’aplatissement, la variance et I’asymétrie.

Options de Ventilation de Tableau de Bord

Options de Ventilation contrdle 1’espacement et la pagination des informations de modalité de
ventilation.

Figure 29-4
Boite de dialogue Options de Ventilation des Tableaux de bord

Rappnrt : Options de ventilation pour division

Gestion des pages
@ Sauter des liones avart saut de page

©) Commencer 4 la page suivante

(@] Commencer une nouvells page et réintializer le numéro de page

Lignes & sauter avant récapiulatits © E

[ ursuivreué[ Annuler ][ Aide ]

Gestion des pages : Controle I’espacement et la pagination des modalités du critere d’agrégation
sélectionné. Vous pouvez spécifier un nombre de lignes vides entre les modalités de ventilation ou
commencer chaque modalité de ventilation sur une nouvelle page.

Lignes a sauter avant fonctions élémentaires : Controle le nombre de lignes vides entre les étiquettes
ou les données des modalités de ventilation et les statistiques récapitulatives. Cette option est
particuliérement utile pour les tableaux de bords combinés incluant des listes d’observations
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individuelles et des statistiques récapitulatives pour les modalités de ventilation ; dans ces tableaux,
vous pouvez insérer des espaces entre les listes d’observations et les statistiques récapitulatives.

Options du Tableau de bord

Options du Tableau de bord contréle le traitement et 1’affichage des valeurs manquantes et la
numérotation des pages du tableau de bord.

Figure 29-5
Boite de dialogue Tableau de bord : Options colonne de ventilation ...
Rappnrt : Options

|| Exclure les obzervations avec des valeurs mangquantes
Reprézentstion des valeurs manguantes © |:|

Paginer & partir de |:|

Annuler ][ Aicle ]

Exclure les observations avec des valeurs manquantes : Elimine (du tableau de bord) toute
observation avec des valeurs manquantes pour 1’une des variables du tableau de bord.

Représentation des valeurs manquantes : Vous permet de spécifier le symbole représentant les
valeurs manquantes dans le fichier de données. Ce symbole ne peut comporter qu’un seul caractére
et sert a représenter les valeurs manquantes par défaut et les valeurs manquantes utilisateur.

Paginer a partir de : Vous permet de spécifier un numéro pour la premiére page du tableau de bord.

Présentation du Tableau de bord

Présentation du Tableau de bord contrdle la largeur et la longueur de chaque page du tableau de
bord, I’emplacement du tableau sur la page et I’insertion de lignes vides et d’étiquettes.
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Figure 29-6
Boite de dialogue Tableau : Présentation

Rappnrt : Présentation

Mize en pace

La page commence & la ligne Se terming & 3 ligne :
La ligne commence danz la colonne Se terming & la colonne : I:I

Aligremert & lintérieur des marges @ Gauche =
Titres et pieds de page “ariables de vertilation
_ e e )
Mombte de lignes apres ttre(s): U] Tous les sauts dans s premiere colonne

Mombre de lignes avant pied(s) de page :

Titres de colonne Position warfitiguettes de ventilation

E Titres avec trat de soulignement @ Aligner verticalement automatiquement
Mombre de liones sprés titre(s) © atficher sur la méme ligne

Aligner verticalement : Baz - ©) Afficher en dessous des &igusttes

e | annuier || sige |

Mise en page : Contrdle les marges de page exprimées en lignes (haut et bas) et en caracteres
(gauche et droite), et reporte I’alignement a I’intérieur des marges.

Titres et bas de page : Contrdle le nombre de lignes séparant les titres et les pieds de page du
corps du tableau de bord.

Variables de ventilation : Controle I’affichage des colonnes de ventilation. Si des critéres
d’agrégation multiples sont spécifiés, ils peuvent étre affichés en colonnes séparées ou dans la
premicre colonne. Placer tous les critéres d’agrégation dans la premiére colonne produit un
tableau de bord plus étroit.

Titres des colonnes : Controle 1’affichage des titres de colonnes, y compris le soulignement des
titres, I’espacement entre les titres et le corps du tableau, et I’alignement vertical des titres de
colonnes.

Lignes de variables en colonnes et étiquettes de ventilation. Contrdle I’emplacement des
informations de Variables en colonnes (valeurs de données et/ou statistiques récapitulatives) par
rapport aux étiquettes de ventilation au début de chaque modalité de ventilation. La premiére ligne
des informations de Variables en colonnes peut commencer soit sur la méme ligne que 1’étiquette
de modalité de ventilation, soit un nombre donné de lignes apres cette étiquette. (Non disponible
pour les Tableaux de bord en colonnes)
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Titres du Tableau de bord

Titres du Tableau de bord contrdle le contenu et I’emplacement des titres et pieds de page du
tableau de bord. Vous pouvez spécifier jusqu’a dix lignes de titre et jusqu’a dix lignes de pieds de
page, avec des composants justifiés a gauche, centrés et justifiés a droite sur chaque ligne.

Figure 29-7

Boite de dialogue Tableau : Titres

@Rappmt : Titres
& e [age] “ Ligne de titre de page 1 =sur 1

‘gﬁ ey -

& bmorth
‘f Branch Store [store] Gauche :

oo @ |

.g& cmanth

Centre :
@@ cyEar |_ |
& Divvision [division]
93 First Mame [name] Droite
& jmonth |Page IPAGE |

.g& Jokr Grade [jobgrade]

& iyear
93 Last Mame [Iname]
93 Manager's Mame [m. ..

5&31

& . Gauche :

3

e | |
f Salary--Annual [zal...

Centre :
& Sexlsex] = | |

Wariahles spéciales © Drofte -
| |
PAGE

EPoursuivreél[ Annuler ][ Aice ]

Ligne de pied de page 1 sur 1

Si vous insérez des variables dans les titres ou les pieds de page, 1’étiquette de valeur actuelle ou
la valeur de la variable est affichée dans le titre ou le pied de page. Dans les titres, 1’étiquette de

valeur correspondant a la valeur de la variable au début de la page est affichée. Dans les pieds de
page, 1’étiquette de valeur correspondant a la valeur de la variable a la fin de la page est affichée.
S’il n’y a aucune étiquette de valeur, la valeur réelle est affichée.

Variables spéciales : Les variables spéciales DATE et PAGE vous permettent d’insérer la date
actuelle ou le numéro de page dans 1’une des lignes d’un en-téte ou d’un pied de page. Si votre
fichier de données contient des variables nommées DATE ou PAGE, vous ne pouvez pas utiliser
ces variables dans les titres ou les pieds de page des tableaux.

Tableaux de hord en colonnes

Tableaux de bord en colonnes produit des tableaux de bord dans lesquels différentes statistiques
récapitulatives apparaissent en colonnes séparées.
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Exemple : Une société possédant une chaine de magasins conserve des dossiers sur les employés
comprenant le salaire, I’ancienneté et le service ou chaque employé travaille. Vous pourriez
générer un tableau de bord fournissant des statistiques récapitulatives sur les salaires (par exemple
moyenne, minimum, maximum) pour chaque division.

Variables en colonnes : Fournit la liste des variables du tableau de bord pour lesquelles vous voulez
des statistiques récapitulatives et controle le format d’affichage et les statistiques récapitulatives
affichées pour chaque variable.

Variables de ventilation : Fournit la liste des critéres d’agrégation optionnels qui divisent le tableau
de bord en groupes et contrdle les formats d’affichage des colonnes de ventilation. Pour les
critéres d’agrégation multiples, il y aura un groupe séparé pour chaque modalité de chaque critére
d’agrégation a I’intérieur des modalités du critére d’agrégation précédent dans la liste. Les critéres
d’agrégation doivent étre des variables qualitatives discrétes qui divisent les observations en

un nombre limité de modalités significatives.

Tableau de bord : Contréle les caractéristiques globales du tableau de bord, y compris I’affichage
des valeurs manquantes, la numérotation des pages et les titres.

Apercu. N’affiche que la premiére page du tableau de bord. Cette option est utile pour avoir un
apercu du format de votre tableau sans traiter le tableau entier.

Les données sont déja triées : Pour les rapports avec critéres d’agrégation, le fichier de données
doit étre trié par valeur des critéres d’agrégation avant de générer le tableau de bord. Si votre
fichier de données est déja trié¢ par valeur des critéres d’agrégation, vous pouvez gagner du temps
de traitement en sélectionnant cette option. Cette option est particuliérement utile aprés avoir vu
un apergu du tableau.

Pour obtenir un rapport récapitulatif : Récapitulatifs en colonnes

>

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Rapports > Tableaux de bord en colonnes

Sélectionnez une ou plusieurs variables pour les variables en colonnes. Une colonne est générée
dans le tableau de bord pour chaque variable sélectionnée.

Pour modifier la mesure récapitulative d’une variable, sélectionnez la variable dans la liste
Variables en colonnes et cliquez sur Tableau récapitulatif.

Pour obtenir plus d’une mesure récapitulative pour une variable, sélectionnez la variable dans
la liste source et déplacez-la dans la liste Variables en colonnes plusieurs fois, une fois pour
chaque mesure récapitulative que vous souhaitez.

Pour afficher une colonne contenant la somme, la moyenne, le rapport ou une autre fonction de
colonnes existantes, cliquez sur Insérer le total. Une variable appelée total est alors placée dans la
liste Variables en colonnes.

Pour les tableaux tri€s et affichés par sous-groupe, sélectionnez une ou plusieurs variables pour les
critéres d’agrégation.
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Figure 29-8

Boite de dialogue Tableaux de bord en colonnes

H Rapport : Recapitulatifs en colonnes
& sge [aue] Yarishles en colonnes
f bclay Watiables en colonnes
gﬁ bmonth age: Mayenne N

f bryear salary: Moyenne Titres..
f cmanth salary:min
f Cyear salary:max

93 Firat Mame [name]

& imonth
f Job Grade [iohgrade] Insérer Tatal
f Jyear
éja Last Marme [Iname]
93 Manager's Mame [mgrn..
.f =1 “ariables de vertilation
‘gﬁ 52
“ariables de ventilation :
f =3 = —
& Selarv-trnunl sl & Divizion [division] - ... [+
- =
slary--Annusl [salary] f Eranch Store [store]... |=
@& Sex [sex] —
&P shitt [shift]
‘gﬁ Tenure in Company [te... Orlre cle tri
f Tenure in Grade [ftenure] @

[] tpergu [T Les données sont déja trides

[ Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Ajde ]

Fonction récapitulative des Colonnes de données

Fonctions récapitulatives contrdle les statistiques récapitulatives affichées pour la variable de
colonne de données sélectionnée.
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Figure 29-9
Boite de dialogue Tableau de bord : Fonction récapitulative

Rappnrt : Fonctions récapitulatives pour salary

©) Somme des valeurs (%] Ecart type
@ moyenne des valeurs (O variance
© valeur minimale © Kurtosis
@ “aleur maximale @ Skewness

) Mombre d'observations

)] Pourcentage au-dessus © Pourcentage au-dessous

@ Paurcentage compris

Annuler ][ Aicle ]

Les statistiques récapitulatives disponibles sont la somme des valeurs, la moyenne des valeurs, la
valeur minimale, la valeur maximale, le nombre d’observations, le pourcentage d’observations

situées au-dessus ou en dessous d’une valeur spécifiée, le pourcentage d’observations comprises a
I’intérieur d’un intervalle donné de valeurs, I’écart-type, I’aplatissement, la variance et I’asymétrie.

Fonction élémentaire des Colonnes de Données pour colonne de total

Variables a récapituler controle les statistiques récapitulatives totales qui récapitulent deux ou
plusieurs Variables en colonnes.

Les statistiques récapitulatives totales sont la somme des colonnes, la moyenne des colonnes,
le minimum, le maximum, la différence entre les valeurs de deux colonnes, le quotient des
valeurs d’une colonne divisées par les valeurs d’une autre colonne et le produit des valeurs de
colonnes multipliées.

Figure 29-10
Boite de dialogue Tableau de bord : Colonnes

ﬁRﬂppnrt : Variables a récapituler

Wariables en colonnes Watiahles & récapituler ©

age:Moyenne
salary: Moyenne
salary: min

salary max

[Poursuivre][ Annuler ][ Ace ]

Somme des colonnes : La colonne total représente la somme des colonnes de la liste Variables a
récapituler.
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Moyenne des colonnes : La colonne fotal représente la moyenne des colonnes de la liste Variables
a récapituler.

Minimum des colonnes : La colonne fotal représente la somme minimale des colonnes de la liste
Variables a récapituler.

Maximum des colonnes : La colonne tofal représente la somme maximale des colonnes de la
liste Variables a récapituler.

1ére colonne — 2éme colonne : La colonne fotal représente la différence des colonnes de la liste
Variables a récapituler. La liste Variables a récapituler doit contenir exactement deux colonnes.

1ére colonne / 2éme colonne : La colonne rotal représente le quotient des colonnes de Ia liste
Variables a récapituler. La liste Variables a récapituler doit contenir exactement deux colonnes.

% 1ére colonne / 2éme colonne : La colonne fotal représente le pourcentage de la premiére colonne
par rapport a la seconde colonne de la liste Variables a récapituler. La liste Variables a récapituler
doit contenir exactement deux colonnes.

Produit des colonnes : La colonne total représente le produit des colonnes de la liste Variables a
récapituler.

Format des Colonnes du Tableau de bord

Les options de format des Variables en colonnes et de ventilation pour les Tableaux de bord en
colonnes sont identiques a celles décrites pour les Tableaux de bord en lignes.

Tableaux de bord en Colonnes : Options de Ventilation

Options de Ventilation contrdle ’affichage des sous-totaux, I’espacement et la pagination des
modalités de ventilation.

Figure 29-11
Boite de dialogue Options de Ventilation des Tableaux de bord

Rapport : Options de ventilation pour division

Souz-tatal

|| Atficher le sous-total

Gestion des pages
@ Sauter des lignes avant saut de page IZI
@) Commencer 4 la page suivante

(%) Commencer une nouvelle paoe et réintisliser le numéro de paoe

Lignes & sauter avant sous-tatal |E|

Annuler ][ Aicle ]
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Sous-total : Contrdle 1’affichage des sous-totaux pour les modalités de ventilation.

Gestion des pages : Controle I’espacement et la pagination des modalités du critére d’agrégation
sélectionné. Vous pouvez spécifier un nombre de lignes vides entre les modalités de ventilation ou
commencer chaque modalité de ventilation sur une nouvelle page.

Lignes a sauter avant sous-total : Controle le nombre de lignes vides entre les données des
modalités de ventilation et les sous-totaux.

Options des Tableaux de bord en Colonnes

Options contrdle 1’affichage des totaux généraux, 1’affichage des valeurs manquantes et la
pagination dans les Tableaux de bord en colonnes.

Figure 29-12
Boite de dialogue Tableau de bord : Options colonne de ventilation ...
Rappnrt : Options

Total genéral

|| Exclure le= observations avec des valeurs manquantes

Représentation des waleurs manguantes | . .
i mand |:| Paginer a partir de

Annuler ][ ALide ]

Total général : Affiche et étiquette un total général pour chaque colonne ; affiché au bas de
la colonne.

Valeurs manquantes : Vous pouvez exclure les valeurs manquantes du tableau ou sélectionner un
caractére unique indiquant les valeurs manquantes dans le tableau de bord.

Présentation du Tableau de bord en Colonnes

Les options de présentation pour les Tableaux de bord en colonnes sont identiques a celles
présentées pour les Tableaux de bord en lignes.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande REPORT

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :
m  Afficher différentes fonctions récapitulatives dans les colonnes d’une ligne de fonction unique.

m Insérer des fonctions récapitulatives dans les Variables en colonnes pour des variables
autres que la variable de la colonne de données, ou pour diverses combinaisons (fonctions
composites) de fonctions récapitulatives.

m  Utiliser la Médiane, le Mode, la Fréquence et le Pourcentage comme des fonctions
récapitulatives.
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m  Controler plus précisément le format d’affichage des statistiques récapitulatives.
m Insérer des lignes vides a divers emplacements du tableau de bord.

m Insérer des lignes vides toutes les n observations dans les listes.

Du fait de la complexité de la syntaxe de la commande REPORT, vous trouverez peut-étre utile,
lorsque vous construirez un nouveau tableau de bord avec syntaxe, d’approcher le tableau généré
a partir des boites de dialogue, de copier et coller la syntaxe correspondante, puis de préciser cette
syntaxe afin d’obtenir le tableau de bord exact que vous souhaitez.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Analyse de fiabilité

L’analyse de fiabilité vous permet d’étudier les propriétés des échelles de mesure et des éléments
qui les constituent. La procédure d’analyse de fiabilité calcule plusieurs mesures fréquemment
utilisées de la fiabilité de I’échelle et propose également des informations sur les relations entre
les différents éléments de 1’échelle. Les coefficients de corrélation intra-classe peuvent étre
utilisés pour calculer les estimations de fiabilité inter-coefficients.

Exemple : Mon questionnaire mesure-t-il de fagon fidele la satisfaction de la clientéle ? L’analyse
de la fiabilité vous permet de déterminer dans quelle mesure les éléments de votre questionnaire
sont liés les uns aux autres et vous procure un indice général de la consistance ou de la cohérence
interne de I’échelle dans son ensemble. Elle vous permet enfin d’identifier les éléments qui posent
probléme et qu’il faudrait exclure de I’échelle.

Statistiques : Descriptions de chaque variable et pour I’échelle, statistiques récapitulatives sur les
¢éléments, corrélations et covariances entre ¢léments, prévisions de fiabilité, tableau d’ANOVA,
coefficients de corrélation intra-classe, 72 d’Hotelling et test d’additivité de Tukey.

Modeéles : Les modéles suivants de fiabilité sont disponibles :

®m  Alpha (Cronbach) : 11 s’agit d’un mode¢le de cohérence interne, fondé sur la corrélation
moyenne entre éléments.

m  Split-half : Ce modc¢le fractionne I’échelle en deux et examine la corrélation entre les deux
parties.

Guttman : Ce modele calcule les limites minimales de Guttman pour une fiabilité vraie.

Parallele : Ce modéle part de ’hypothese que tous les éléments ont des variances égales et des
variances d’erreur égales en cas de réplication.

m Parallele strict: Ce modéle se fonde sur les mémes hypothéses que le modéle paralléle mais
envisage également que tous les éléments ont la méme moyenne.

Données. Les données peuvent étre dichotomiques, ordinales ou constituer des intervalles, mais
elles doivent étre codées en numérique.

Hypotheéses : Les observations doivent étre indépendantes, les erreurs ne doivent pas étre corrélées
entre éléments. Chaque paire d’éléments doit avoir une distribution gaussienne bivariée. Les
échelles doivent étre additives, de sorte que chaque élément est linéairement relié¢ au total.

Procédures apparentées : Si vous souhaitez explorer la dimensionnalité des éléments de votre
échelle (pour voir si plusieurs éléments de base sont nécessaires au modele des calculs), utilisez
Analyse factorielle ou Positionnement multidimensionnel. Pour identifier des groupes homogeénes
de variables, utilisez la classification hiérarchique pour classer les variables.

Obtenir une analyse de fiabilité

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echelle > Analyse de la fiabilité...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 300



301

Analyse de fiabilité

Figure 30-1
Boite de dialogue Analyse d’items

FH Analyse de fiabilité
Eléments :

EEI Guelgue soit la raizon [any]

@@ Paz d'autres personnes préezentes...
ﬁ Les critigues donnent toujours un ...

‘g@ ['autre personne regarde toujours. ..
f Les scenariztes d'origing sont tow...
5& Les directeurs d'origine sont toujo...
ﬁ Le casting d'arigine est tovjours le .

ModEle : Alpha de Cronkach =

Etiquette d'échelle : | |

[(G)| coler || Réintatiser || Annuter || sige |

» Sélectionnez deux variables (éléments) au moins en tant que composants potentiels d’une échelle
additive.

» Sélectionnez un modele dans la liste déroulante Modéle.

Statistiques de I'analyse de fiabilité

Figure 30-2
Boite de dialogue Analyse d'items : Statistiques

Analyse de fiabilite : Statistiques
Caractéristigues pour Cohérence inter-eléments
[+ tem [+ corréiations
Ei Echelle Ei Covariances

[T] Echelle san= réiément

Récapitulatifts Tahleau AN &

Ei Moyennes ® Aucun

[7] wariances @) Test F

[l Covariances D) Khi-deus de Friedman
] Carrélstions @ Khi-deusx de Cochran

[ T-carré de Hotsling [7] Test dadditivité de Tukey

Ei Coefficient de corrélstion intra-clasze

[Annuler ][ Aide ]
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Vous pouvez sélectionner différentes statistiques décrivant votre échelle et vos éléments. Les
statistiques émises par défaut regroupent le nombre d’observations, le nombre d’éléments et les
prévisions de fiabilité de la facon suivante :

Modeles alpha. Cocfficient alpha ; pour les données dichotomiques, il s’agit d’un équivalent
du coefficient Kuder-Richardson 20 (KR20).

Modeles Split-half. Corrélation entre les sous-échelles, fiabilité Split-half de Guttman, fiabilité
de Spearman-Brown (longueur égale ou inégale) et coefficient alpha pour chaque moitié.

Modeles de Guttman. Coefficients de fiabilité lambda 1 a lambda 6.

Modeles parallele et paralléle strict. Test de qualité de I’ajustement du modele, estimation de
la variance de I’erreur, variance commune et réelle, estimation de la corrélation commune
entre éléments, estimation de la fiabilité et estimation de la fiabilité non biaisée.

Caractéristiques pour : Produit des statistiques descriptives pour les échelles ou les éléments
sur les observations.

Item. Produit des statistiques descriptives pour les items sur les observations.
Echelle. Produit des statistiques descriptives pour les échelles.

Echelle sans I'item : Affiche les statistiques récapitulatives en comparant chaque item a
I’échelle composée des autres items. Les statistiques incluent la moyenne et la variance de
I’échelle si I’item a été supprimé de I’échelle, la corrélation entre 1’item et I’échelle composée
des autres items, et 1’alpha de Cronbach si I’item a été supprimé de 1’échelle.

Principales statistiques : Fournit des statistiques descriptives de la distribution des éléments
sur ’ensemble des éléments dans I’échelle.

Moyennes. Statistiques récapitulatives pour les moyennes d'élément. Les moyennes d'élément
minimale, maximale et intermédiaire sont affichées, ainsi que le rapport de la moyenne
maximale a la moyenne minimale.

Variances. Statistique récapitulative des variances d'élément. Les valeurs de variance
maximale, minimale et moyenne sont affichées, ainsi que la plage et la variance des variances
d'élément, et le rapport entre les variances d'élément maximale et minimale.

Covariances. Statistiques récapitulatives pour les covariances inter élément. Les covariances
entre ¢léments minimale, maximale et intermédiaire sont affichées, ainsi que l'intervalle et
la variance des covariances entre éléments, et le rapport de la covariance entre éléments
maximale a la covariance minimale.

Corrélations. Statistiques récapitulatives pour les corrélations inter élément. Les corrélations
entre ¢léments minimale, maximale et intermédiaire sont affichées, ainsi que l'intervalle et
la variance des corrélations entre éléments, et le rapport de la corrélation entre éléments
maximale a la corrélation minimale.

Cohérence inter-items : Produit des matrices de corrélations et de covariances entre éléments.

Tableau ANOVA : Produit des tests de moyennes égales.

m  Test F Affiche un tableau d’analyse de la variance des mesures répétées.
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®  Khi-deux de Friedman. Affiche le test de Friedman (khi-deux) et le coefficient de concordance

de Kendall. Cette option convient aux données organisées sous forme de rangs. Le test du
khi-deux remplace le test F habituel dans le tableau ANOVA.

®  Khi-deux de Cochran. Affiche la valeur Q de Cochran. Cette option est appropriée pour les

données dichotomiques. Le Q de Cochran remplace le test F habituel dans le tableau ANOVA.

T-carré de Hotelling : Produit un test multivarié basé sur I’hypothése nulle que tous les éléments
sur I’échelle ont la méme moyenne.

Test d'additivité de Tukey : Produit un test bas¢ sur I’hypothése qu’il n’y a pas d’interaction
multiplicative entre les éléments.

Coefficient de corrélation intra-classe : Produit des mesures d’homogénéité ou de cohérence
des valeurs par observation.

®  Modele : Sélectionnez le modeéle de calcul du coefficient de corrélation intra-classe. Les

modeles disponibles sont Mixte a deux facteurs, Aléatoire a deux facteurs et Aléatoire a un
facteur. Sélectionnez Mixte a deux facteurs lorsque les effets de population sont aléatoires
et les effets d’item sont fixes, sélectionnez Aléatoire & deux facteurs lorsque les effets de
population et les effets d’items sont aléatoires, ou sélectionnez Aléatoire a un facteur lorsque
les gens effectuent un facteur.

Type. Sélectionnez le type d’index. Les types disponibles sont Homogénéité et Cohérence
absolue.

Intervalle de confiance : Spécifiez le niveau de I’intervalle de confiance. La valeur par défaut
est 95 %.

Valeur test : Spécifiez la valeur hypothétique du coefficient pour le test d’hypothése. Il s’agit
de la valeur par rapport a laquelle la valeur observée est comparée. La valeur par défaut est 0.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande RELIABILITY

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Lire et analyser une matrice de corrélation.
Enregistrer une matrice de corrélation a analyser ultérieurement.

Spécifier un fractionnement autre qu’en deux moitiés égales quant au nombre d’éléments
pour la méthode Split-half.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Le positionnement multidimensionnel tente de déterminer une structure dans un ensemble de
mesures de distance entre objets ou observations. Pour cela, il affecte les observations a des
positions particuliéres dans un espace conceptuel (a deux ou trois dimensions généralement) de
telle sorte que les distances entre les points dans I’espace correspondent le mieux possible aux
dissimilarités données. Dans la plupart des cas, les dimensions de cet espace conceptuel peuvent
&tre interprétées et utilisées pour mieux comprendre les données.

Si vous avez mesuré objectivement les variables, vous pouvez utiliser le positionnement
multidimensionnel comme technique de factorisation (le Positionnement multidimensionnel
calcule pour vous les distances a partir des données multivariées, le cas échéant). Le
positionnement multidimensionnel peut également s’appliquer a des estimations subjectives de
dissimilarité entre objets ou concepts. D’autre part, le positionnement multidimensionnel peut
gérer les informations de dissimilarité provenant de plusieurs sources, comme c’est le cas lorsqu’il
y a plusieurs indicateurs ou plusieurs répondants au questionnaire.

Exemple : Comment les gens pergoivent-ils les relations entre différentes voitures ? Si les données
que vous obtenez de vos répondants indiquent des évaluations de similarité entre différentes
modeles, le positionnement multidimensionnel peut servir a identifier les dimensions qui décrivent
les perceptions des consommateurs. Vous pouvez trouver, par exemple, que le prix et la taille du
véhicule définissent un espace a deux dimensions qui tient compte des similarités reportées par
les répondants.

Statistiques : Pour chaque mod¢le : matrice des données, positionnement optimisé des données de
la matrice, stress S (de Young), stress S (de Kruskal), RSQ, coordonnées des stimuli, stress moyen
et RSQ pour chaque stimulus (modeles RMDS). Pour les modeles des différences individuelles :
pondérations des sujets et indice de singularité pour chaque sujet. Pour chaque matrice dans les
modeles de positionnement multidimensionnel répliqués : stress et RSQ pour chaque stimulus.
Diagrammes : coordonnées des stimulus (a deux ou trois dimensions), diagramme de dispersion
des disparités par rapport aux distances.

Données. Si vos données sont dissemblables, toutes les dissemblances doivent étre quantitatives
et mesurées avec les mémes unités et échelles. Si vos données sont multivariées, les variables
peuvent étre quantitatives, binaires mais peuvent aussi étre des données d’effectif. Le
positionnement des variables est un enjeu de taille : les différences de positionnement peuvent
affecter votre solution. Si vos variables présentent de grandes différences de positionnement (par
exemple, si une variable est mesurée en dollar et ’autre en année), vous devez envisager de les
standardiser (et cela automatiquement par la procédure de positionnement multidimensionnel).

Hypothéses : La procédure de positionnement multidimensionnel est relativement indépendante
de toute hypothése de distribution. Assurez-vous que vous avez sélectionné le niveau de
mesure approprié (ordinal, intervalle ou rapport) dans la boite de dialogue Positionnement
multidimensionnel : Options afin de garantir la justesse des résultats.
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Procédures apparentées : Si votre but est la factorisation, vous pouvez également envisager
I’analyse factorielle, plus particuliérement si vos données sont quantitatives. Si vous souhaitez
identifier des groupes d’observations similaires, envisagez de compléter votre analyse par
positionnement multidimensionnel avec une analyse des nuées dynamiques ou une analyse de la
classification hiérarchique.

Obtenir une analyse par positionnement multidimensionnel
» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echelle > Positionnement multidimensionnel

Figure 31-1
Boite de dialogue Positionnement multidimensionnel

@ Positionnement multidimensionnel

Wariahles
& seattle & it
‘g@ chicago
5& newyyork
.g& la

Distances

@ Données en matricers)
Matrice carrée symétrique

@ Caloulées & partir des données

[ K ] [ Coller ] [Eéinitialiser ] [ Annuler ] [ Ajde ]

» Sélectionnez au moins quatre variables numériques pour 1’analyse.
» Dans le groupe Distances, sélectionnez Données en matrice(s) ou Calculées a partir des données.

» Sivous avez sélectionné Calculées a partir des données, vous pouvez également sélectionner une
variable de regroupement pour les matrices individuelles. La variable de regroupement peut
&tre numérique ou étre une variable chaine.

Eventuellement, vous pouvez aussi :
® Indiquez la forme de la matrice lorsque les données sont des distances.

B Spécifiez la mesure de la distance a utiliser lors de la création de distances a partir des données.
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Forme des données du positionnement multidimensionnel

Figure 31-2
Boite de dialogue Positionnement multidimensionnel : Forme

Pnsitinnnement multidimensionnel : Forme des données

@ matrice carrée symétrigue
© matrice carrée asymétrigque

() Matrice rectangulaire

EPoursuivreél[ Annuler ][ Aide: ]

Si votre ensemble de données actif représente les distances au sein d’un ensemble d’objets ou
entre deux ensembles d’objets, vous devez indiquer la forme de votre matrice de données afin
d’obtenir des résultats corrects.

Remarque : Vous pouvez sélectionner Carré symétrique si la boite de dialogue Mod¢le indique
une conditionnalité de ligne.

Positionnement multidimensionnel : créer une mesure

Figure 31-3
Boite de dialogue Positionnement multidimensionnel : Calcul de I'indice de dissimilarité

FfH Positionnement multidimensionnel : Créer une mesure a partir des donnees

flesure
@ Intervalle :  |Distance euclidienns N |
© Etfectit: -
© Binaire b
Tranzformer les valeurs Creer une matrice de distances
Standardizer ;| Aucun - | @ Entre variables
@ (@) Ertre ohservations
|F‘oursuwre| [ Annuler ] [ Aide ]

Le positionnement multidimensionnel utilise les données de dissimilarité pour créer une solution
de codage. Si vos données sont multivarié¢es (valeurs des variables mesurées), vous devez créer

des données de dissimilarité afin de calculer une solution de positionnement multidimensionnel.
Vous pouvez spécifier les détails de création de mesures de dissimilarité a partir de vos données.
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Mesure : Vous permet de spécifier la mesure de dissimilarité adaptée a votre analyse. Sélectionnez
une possibilité dans le groupe Mesure correspondant a votre type de données, puis sélectionnez
I’une des mesures dans la liste déroulante correspondant a ce type de mesure. Les possibilités sont :

m Intervalle : Distance Euclidienne, Carré de la distance Euclidienne, Distance de Tchebychef,
Distance de Manhattan, Distance de Minkowski ou Autre.

m  Effectif : Distance du Khi-deux ou Distance du phi-deux.
® Binaire : Distance Euclidienne, Carré de la distance Euclidienne, Ecart de taille, Différence
de motif, Variance ou Lance et Williams.

Créer une matrice de distances : Vous permet de choisir I’'unité d’analyse. Les possibilités sont
Par variables ou Par observations.

Transformer les valeurs : Dans certains cas, comme lorsque les variables sont mesurées selon des
échelles tres différentes, vous voudrez peut-étre standardiser des valeurs avant de calculer les
proximités (ne s’applique pas aux données binaires). Sélectionnez une méthode de standardisation
dans la liste déroulante. Si aucune standardisation n’est requise, choisissez Aucune.

Modeéle de positionnement multidimensionnel

Figure 31-4
Boite de dialogue Positionnement multidimensionnel : Modéle

Positionnement multidimensionnel : Modéle
Mivesu de mesure Conditionnalité
® Ordinales : @ Matrice

|| Délier des observations liées
@ Intervalle
) © Inconditionnel

@ Rappart
Dimensions

dinimur © hMazimuim :

I

hodéle de postionnemeant
® Distance euclidienne

© Distance euclidienne des différences individuelles :

Annuler ][ Aicle ]

Une estimation correcte d’un mode¢le de positionnement multidimensionnel dépend des aspects
des données et du modéle lui-méme.

Niveau de mesure. Vous permet de spécifier le niveau de vos données. Les possibilités sont
Ordinales, Intervalle ou Rapport. Si vos variables sont ordinales, la sélection de 1’option Délier des
observations liées demande qu’elles soient traitées en tant que variables continues, de telle sorte
que les liens (mémes valeurs pour des observations différentes) soient résolus de maniére optimale.

Conditionnalité : Vous permet de spécifier les comparaisons pertinentes. Les possibilités sont
Matrice, Ligne et Inconditionnel.
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Dimensions : Vous permet de spécifier la dimensionnalité de la ou des solutions de positionnement.
Une seule solution est calculée pour chaque nombre de I’intervalle. Indiquez des nombres entiers
entre 1 et 6. La valeur minimale 1 n’est autorisée que si vous sélectionnez 1’option Distance
Euclidienne comme mode¢le de positionnement. Pour n’obtenir qu’une seule solution, indiquez le
méme nombre en tant que minimum et maximum.

Modele de positionnement. Vous permet de spécifier les hypothéses sous lesquelles le
positionnement est effectué. Les possibilités existantes sont Distance Euclidienne ou Distance
Euclidienne des différences individuelles (connue également en tant que INDSCAL). Pour le
modele Distance Euclidienne des différences individuelles, vous pouvez sélectionner I’option
Permet la pondération négative, si cela convient a vos données.

Positionnement multidimensionnel : Options

Figure 31-5

Boite de dialogue Positionnement multidimensionnel : Options

Positionnement multidimensionnel : Options
Afficher

[”] Diagrammes des stimul
l-_. Disgrammes des sujets
[ Matrice des données
[7] Récapitulatit des options: du modéle
Critéres
Convergence du stress 5
Minimum du stress 5 :

Motnbre maximm o térstions ;

Traiter les dissimilarités inférieures : EI comme des valeurs manguantes

IéF‘oursuiweéI[ Annuler ][ Aicle ]

Vous pouvez spécifier les options de votre analyse par positionnement multidimensionnel.

Afficher : Vous permet d’afficher les différents types d’affichage. Les options possibles sont
Diagrammes des stimuli, Diagrammes des sujets, Matrice des données et Récapitulatif des options
du modgéle.

Criteres : Vous permet de déterminer quand I’itération doit s’interrompre. Pour modifier les
valeurs par défaut, entrez des valeurs pour la Convergence du stress S, le Minimum du stress S et
le Maximum des itérations.

Traiter les dissimilarités inférieures a n comme des valeurs manquantes : Ces distances sont exclues
de I’analyse.
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Fonctionnalités suppléementaires de la commande ALSCAL

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Utiliser trois types de mod¢le supplémentaires, ASCAL, AINDS et GEMSCAL dans la
documentation relative au Positionnement multidimensionnel.

Effectuer des transformations polynomiales sur I’intervalle et les données de type ratio.
Analyser les similarités (plutdt que les distances) avec des données ordinales.
Analyser les données nominales.

Enregistrer diverses matrices de coordonnées et de pondération dans des fichiers et les relire
pour I’analyse.

Contraindre le dépliage multidimensionnel.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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La procédure Statistiques de ratio permet d’obtenir la liste exhaustive des statistiques
récapitulatives qui servent a décrire le rapport entre deux variables d’échelle.

Vous pouvez trier le résultat sur la base des valeurs d’une variable de regroupement, dans
I’ordre croissant ou décroissant. Vous pouvez supprimer le rapport des statistiques de ratio dans le
document de sortie et enregistrer les résultats dans un fichier externe.

Exemple : Le rapport existant entre le prix estimatif et le prix de vente des maisons est-il uniforme
dans chacun de ces cinq comtés ? D’aprés les résultats, vous pouvez conclure que la distribution
des rapports varie considérablement d’un comté a I’autre.

Statistiques. Médiane, moyenne, moyenne pondérée, intervalles de confiance, coefficient de
dispersion (COD), coefficient de variation avec médiane centrée, coefficient de variation avec
moyenne centrée, différentiel 1ié¢ au prix (PRD), écart-type, écart absolu moyen (AAD), intervalle,
valeurs minimale et maximale, et index de concentration calculés pour un intervalle ou un
pourcentage défini par I'utilisateur dans le rapport médian.

Données. Utilisez des codes numériques ou alphanumériques pour coder les variables de
regroupement (mesures de niveau nominal ou ordinal).

Hypotheéses : Vous devez utiliser des variables d’échelle acceptant les valeurs positives pour les
variables qui définissent le numérateur et le dénominateur du rapport.

Pour obtenir des statistiques de ratio

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Statistiques descriptives > Ratio

Figure 32-1
Boite de dialogue Statistiques de ratio
Statistiques de ratio
Mumérstedr
f Property 1D [propid] |§ Yalue st last appraisal [lastval] |
Azsessar [ASS8580t) Dénominateur |
f ‘Years since last appraisal [time] ) | & Sale value of house [saleval] |

Critére de regrouperment :
| ﬁ% Tovweniship [fosen] |

I:Z. Trier par critére de regroupement

@ Ordre croizsant

© ordre décroiszart

[+ afficher les résuttats

Statistiques. .

i [ Coller ][Eéin'rtialiser][ Annuler ][ Aide ]
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» Sélectionnez la variable du numérateur.

» Sélectionnez la variable du dénominateur.

Eventuellement :

m  Sélectionner une variable de regroupement et préciser I’ordre de présentation des groupes
dans le résultat.

Choisissez si vous souhaitez afficher les résultats dans 1’Editeur de résultats.

Choisissez ou non d’enregistrer les résultats dans un fichier externe en vue d’une utilisation
ultérieure, et précisez le nom du fichier dans lequel les résultats sont enregistrés.

Statistiques de ratio

Figure 32-2
Boite de dialogue Statistiques de ratio

H Statistiques de ratio : Statistiques
Tendance centrale Dispersion
[T] Mediane ] aap ] Ecart type
L. Maovenne EZ. Con L. Plage
[ Maoyenne pondérée [+ PRD [7] Miriimure
[T] mtervalles de confiance : [ mediens certrée COy [ Misximm
§ [ Movenne centrée COY

Incles: de concerntration

Ratios entre Ratioz dans

Faible propartion :
I:I % de médiane
Proportion élevée ;

ng-11

Ajouter

'|[ AnnLler ][ Aitke ]

Tendance centrale : Les mesures de tendance centrale sont des statistiques qui décrivent la
distribution des rapports.

m  Meédiane. La valeur telle que le nombre de ratios inférieurs a cette valeur est identique au
nombre de ratios supérieurs a cette valeur.

®  Moyenne : Résultat de la somme des ratios divisée par le nombre total de ratios.
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Moyenne pondérée. Résultat de la division de la moyenne du numérateur par la moyenne du
dénominateur. La moyenne pondérée correspond également a la moyenne des ratios pondérée
par le dénominateur.

Intervalles de confiance. Affiche les intervalles de confiance de la moyenne, de la médiane
et de la moyenne pondérée (si demandée). Affectez une valeur supérieure ou égale a 0 et
inférieure a 100 au niveau de confiance.

Dispersion : Ces statistiques permettent de mesurer le degré de variation, ou de répartition, au
niveau des valeurs observées.

AAD : ’écart absolu moyen est égal a la somme des écarts absolus des ratios relatifs a la
médiane, divisée par le nombre total de ratios.

COD : Le coefficient de dispersion résulte de I’expression de 1’écart moyen absolu en
pourcentage de la médiane.

PRD : Le différentiel li¢ au prix, ou index de régressivité, résulte de la division de la moyenne
par la moyenne pondérée.

Médiane centrée COV. Le coefficient de variation avec médiane centrée résulte de 1’expression
de la racine de la moyenne des carrés de 1’écart par rapport a la médiane en pourcentage
de la médiane.

Moyenne centrée COV. Le coefficient de variation avec moyenne centrée résulte de I’expression
de I’écart-type en tant que pourcentage de la moyenne.

Ecart type : L’écart-type est la racine carrée positive de la somme des carrés des écarts des
ratios relatifs a la moyenne divisée par le nombre total des ratios moins un.

Intervalle : Résultat de la soustraction du ratio minimal au ratio maximal.
Minimum : Le minimum est le plus petit ratio.

Maximum. Le maximum est le plus grand ratio.

Index de concentration. Le coefficient de concentration mesure le pourcentage des ratios compris
dans un intervalle. Vous pouvez le calculer de deux maniéres :

Ratios entre : Dans ce cas, vous définissez I’intervalle de maniére explicite en précisant les
valeurs minimale et maximale. Entrez les valeurs des proportions inférieure et supérieure,
puis cliquez sur Ajouter pour obtenir un intervalle.

Ratios dans : Dans ce cas, vous définissez I’intervalle de maniére implicite en indiquant

le pourcentage de la médiane. Entrez une valeur comprise entre 0 et 100, et cliquez sur
Ajouter. La limite inférieure de I’intervalle est égale a (1 — 0,01xvaleur)xmédiane et la limite
supérieure est égale a (1 + 0,01xvaleur)xmédiane.
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Courbes ROC

Cette procédure constitue un moyen efficace d’évaluer les performances des méthodes de
classement ne mettant en ceuvre qu’une seule variable a deux modalités et utilisées pour la
classification des sujets.

Exemple : Une banque envisage de classer correctement ses clients en modalités, a savoir ceux qui
assumeront ou non le remboursement de leur prét. Des méthodes particulieres sont développées
afin de supporter la prise de décision. Les courbes ROC peuvent étre utilisées pour évaluer le
mode de fonctionnement optimal de ces méthodes.

Statistiques. La zone inférieure a la courbe ROC comporte un intervalle de confiance ainsi que
les coordonnées de cette courbe. Diagrammes : Courbe ROC

Méthodes. [’estimation de la zone située sous la courbe ROC peut étre calculée de fagcon
paramétrique ou non a I’aide du modele exponentiel binégatif.

Données. Les variables de test sont quantitatives. Les variables de test sont souvent composées
des probabilités issues d’une analyse discriminante ou d’une régression logistique, ou bien des
scores indiqués sur une échelle arbitraire et spécifiant la « force de conviction » d’un indicateur
lorsqu’un sujet se rapporte a I’une ou ’autre des modalités. La variable d’état peut étre d’un type
quelconque et indique la véritable modalité a laquelle un sujet appartient. La valeur de la variable
d’état indique la modalité a considérer comme positive.

Hypotheéses : Les nombres croissants d’une échelle d’indicateurs confirment que le sujet appartient
a une modalité, tandis que les nombres décroissants d’une échelle confirment qu’il appartient a
une autre modalité. L’utilisateur doit choisir la direction positive. On suppose également que la
veritable modalité a laquelle chaque sujet appartient est connue.

Pour obtenir une courbe ROC

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Courbe ROC...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2012. 313
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Figure 33-1
Boite de dialogue Courbe ROC

FH Courbe ROC

“ariahle & tester
= Optianz

;[I Rezultat du dosage [assay]

-

. Wariable d'état :
a | &% Etat actuel [actual] |
Waleur de la variable o'état :

A fficher

[ Courbe ROC
|8 svec diagonale de référence

[+ Erreur standard et intervalle de confiance

m Coordonnées de la courbe ROG

:[ Coller ”Réin'rtialiser” Annuler ” Aide ]

» Sélectionnez une ou plusieurs variables de probabilité de test.
» Sélectionnez une variable d’état.

» Identifiez la valeur positive de la variable d’état.
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Courbe ROC : Options

Figure 33-2
Boite de dialogue Courbe ROC : Options

Courbe ROC : Options

Classification

@ Inclure bs valeur du point de césure pour la classification postive
(@) Exclure ba waleur du point de césure pour la classification positive
Direction du test

@ un résuttat de test plus important indigue un test plus posiit

©un régultst de test moing important indigue un test moins postif

Parameétres pour une erreur standard de zone

Cas de distribution : |pon paramétrigue s

Miveal de confiance © i

“aleurs manguantes
@ Exclure les valeurs manguantes utiisstedr et les valeurs manguantes par défaut

@ Les waleurs manguantes specifiidées par Mutlisateur sort traftées comme des données valides.

l' ur_§_L_Jivr_§_§J[ Annuler ][ Aide: ]

Vous pouvez indiquer les options suivantes pour votre analyse ROC :

Classification Permet de spécifier si la valeur du point de césure doit étre incluse ou exclue lors
d’une classification positive. Ce parametre n’a pas de conséquence sur le résultat.

Direction du test Permet de spécifier la direction de I’échelle en fonction de la modalité positive.

Parameétres pour une erreur standard de zone Vous permet de spécifier la méthode utilisée pour
estimer ’erreur standard de la zone située sous la courbe. Les méthodes disponibles sont des
valeurs exponentielles non paramétriques et bi-négatives. Vous permet également de définir le
niveau de I’intervalle de confiance. Les valeurs de ’intervalle se situent entre 50,1 % et 99,9 %.

Valeurs manquantes : Vous permet de spécifier comment traiter les valeurs manquantes.
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Simulation

Les modéles prédictifs, tels que les modeles a régression linéaire, nécessitent un ensemble
d’entrées connues afin de prédire un résultat ou une valeur cible. Toutefois, dans de nombreuses
applications de la vie réelle, les valeurs des entrées sont incertaines. La simulation vous permet
de prendre en compte 1’incertitude relative aux entrées des modeles prédictifs et d’évaluer la
probabilité de divers résultats du modéle en présence de cette incertitude. Par exemple, vous
avez un modele de profit qui comprend les colits des matériaux en entrée, mais il existe une
incertitude quant a ces colts en raison de I’instabilité du marché. Dans ce cas, vous pouvez utiliser
la simulation pour modéliser cette incertitude et déterminer les effets qu’elle a sur les profits.

La simulation offerte dans IBM® SPSS® Statistics utilise la méthode de Monte Carlo. Les
entrées incertaines sont modélisées a 1’aide de distributions de probabilité (telle que la distribution
triangulaire), et des valeurs simulées sont générées pour ces entrées d’apres ces distributions. Les
entrées dont les valeurs sont connues sont fixées selon les valeurs connues. Le modéle prédictif est
évalué a I’aide d’une valeur simulée pour chaque entrée incertaine et des valeurs fixes des entrées
connues, afin de calculer la cible (ou les cibles) du modéle. Ce processus est répété plusieurs
fois (en général des dizaines ou des centaines de milliers de fois) et résulte en une distribution
des valeurs cible qui peut étre utilisée pour répondre a des questions de nature probabiliste.

Dans le contexte de SPSS Statistics, chaque répétition du processus génere une observation
distincte (enregistrement) de données qui consiste en I’ensemble des valeurs simulées des entrées
incertaines, des valeurs des entrées fixes et de la ou des cible(s) prédite(s) du modéle.

Pour lancer une simulation, vous devez spécifier des informations telles que le modéle prédictif,
les distributions de probabilité des entrées incertaines et les corrélations entre ces entrées et les
valeurs des entrées fixes. Une fois toutes les informations requises pour la simulation spécifiées,
vous pouvez I’exécuter et éventuellement enregistrer les spécifications dans un fichier de plan de
simulation. Il est possible de partager le plan de simulation avec d’autres utilisateurs, qui peuvent
a leur tour exécuter la simulation sans avoir besoin de savoir exactement comment elle a été créée.

Deux interfaces sont disponibles pour utiliser les simulations. Le Générateur de simulation est
une interface avancée destinée aux utilisateurs qui congoivent et exécutent des simulations. Il offre
I’ensemble complet de fonctionnalités permettant la conception de simulations, I’enregistrement
des spécifications dans un fichier de plan de simulation, la spécification du résultat et I’exécution
de la simulation. Il est possible de construire une simulation basée sur un fichier de modéle IBM
SPSS ou sur un ensemble d’équations personnalisées que vous définissez dans le Générateur de
simulation. Il est également possible de charger un plan de simulation existant dans le Générateur
de simulation, de modifier ses paramétres et d’exécuter la simulation, ainsi que d’enregistrer le
plan mis a jour au besoin. Pour les utilisateurs disposant d’un plan de simulation et qui souhaitent
principalement exécuter une simulation, une interface simplifiée est disponible. Elle vous permet
de modifier des parametres afin d’exécuter la simulation dans différentes conditions, mais n’offre
pas I’ensemble des fonctionnalités du Générateur de simulation qui permettent de concevoir
des simulations.

Pour concevoir une simulation pour un modele prédictif défini dans un fichier de mode¢le
Pour concevoir une simulation pour un mod¢le prédictif défini par des équations personnalisées
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Pour exécuter une simulation a partir d’un plan de simulation

Pour concevoir une simulation basée sur un fichier de modeéle

>

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Simulation...

Cliquez sur Sélectionner un fichier de modéle SPSS, puis cliquez sur Poursuivre.

Ouvrez le fichier de modé¢le souhaité.

Le fichier de modéle peut étre un fichier XML ou une archive ZIP qui contient le modéle au
format PMML créé a partir de IBM® SPSS® Statistics ou de IBM® SPSS® Modeler. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Onglet Modéle sur p. 319.

Sur I’onglet Simulation (dans le Générateur de simulation), spécifiez les distributions de
probabilité des entrées simulées et les valeurs des entrées fixes. Si I’ensemble de données actif
contient des données historiques relatives aux entrées simulées, cliquez sur Tout ajuster pour
déterminer automatiquement la distribution la mieux adaptée a chaque entrée, ainsi que les
corrélations entre celles-ci.

Cliquez sur Exécuter pour exécuter la simulation. Par défaut, le plan de simulation qui spécifie
les détails de la simulation, est enregistré a I’emplacement indiqué dans les parameétres
d’enregistrement.

Vous pouvez au besoin procéder aux actions suivantes :
m  Modifier I’emplacement du plan de simulation enregistré.
m  Spécifier les corrélations connues existant entre les entrées simulées.

m  Spécifier ’analyse de sensibilité pour vérifier I’effet de la variation de la valeur d’une entrée
fixe ou d’un parametre de distribution d’une entrée simulée.

m  Spécifiez des options avancées telles que le nombre maximum d’observations a générer ou
un échantillonage des extrémités.

Personnaliser le résultat.

Enregistrer les données simulées dans un fichier de données.

Pour concevoir une simulation basée sur des équations personnalisées

>

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Simulation...

Cliquez sur Entrer les équations puis cliquez sur Poursuivre.

Cliquez sur Nouvelle équation sur 1’onglet Modéle (du Générateur de simulation) afin de définir
chaque équation dans votre modéle prédictif.

Cliquez sur I’onglet Simulation et spécifiez les distributions de probabilité des entrées simulées
et les valeurs des entrées fixes. Si I’ensemble de données actif contient des données historiques
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relatives aux entrées simulées, cliquez sur Tout ajuster pour déterminer automatiquement la
distribution la mieux adaptée a chaque entrée, ainsi que les corrélations entre celles-ci.

» Cliquez sur Exécuter pour exécuter la simulation. Par défaut, le plan de simulation qui spécifie
les détails de la simulation, est enregistré a I’emplacement indiqué dans les parameétres
d’enregistrement.

Vous pouvez au besoin procéder aux actions suivantes :
m  Modifier I’emplacement du plan de simulation enregistré.
m Spécifier les corrélations connues existant entre les entrées simulées.

m  Spécifier I’analyse de sensibilité pour vérifier I’effet de la variation de la valeur d’une entrée
fixe ou d’un parametre de distribution d’une entrée simulée.

B Spécifiez des options avancées telles que le nombre maximum d’observations a générer ou
un échantillonage des extrémités.

B Personnaliser le résultat.

m  Enregistrer les données simulées dans un fichier de données.

Pour exéecuter une simulation a partir d’un plan de simulation

Deux options sont disponibles pour exécuter une simulation a partir d’un plan de simulation. Vous
pouvez utiliser soit la boite de dialogue Exécuter la simulation, congue principalement pour
exécuter une simulation a partir d’un plan de simulation, soit le Générateur de simulation.

Pour utiliser la boite de dialogue Exécuter la simulation :

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Simulation...

» Cliquez sur Ouvrir un plan de simulation existant.

» Vérifiez que la case Ouvrir dans le Générateur de simulation n’est pas cochée et cliquez sur
Poursuivre.

» Ouvrez le plan de simulation souhaité.

» Cliquez sur Exécuter dans la boite de dialogue Exécuter la simulation.

Vous pouvez également procéder aux actions suivantes :

m  Configurer ou modifier I’analyse de sensibilité¢ pour vérifier I’effet de la variation de la valeur
d’une entrée fixe ou d’un parametre de distribution d’une entrée simulée.

Réajuster les distributions et les corrélations des entrées simulées aux nouvelles données.
Modifier la distribution d’une entrée simulée.

Personnaliser le résultat.

Enregistrer les données simulées dans un fichier de données.
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Pour exécuter la simulation a partir du Générateur de simulation :

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Simulation...

» Cliquez sur Ouvrir un plan de simulation existant.

» Sélectionnez la case Ouvrir dans le Générateur de simulation et cliquez sur Poursuivre.
» Ouvrez le plan de simulation souhaité.

» Modifiez les paramétres requis sur I’onglet Simulation.

» Cliquez sur Exécuter pour exécuter la simulation.

Vous pouvez également procéder aux actions suivantes :

m  Enregister les paramétres modifiés dans un nouveau plan de simulation ou remplacer le plan
de simulation existant.

B Réajuster les distributions et les corrélations des entrées simulées aux nouvelles données.
B Personnaliser le résultat.

m  Enregistrer les données simulées dans un fichier de données.

Générateur de simulation

Le Générateur de simulation fournit I’ensemble complet des fonctionnalités permettant de
concevoir et d’exécuter des simulations. Il vous permet de réaliser les taches générales suivantes :

m  Concevoir et exécuter une simulation pour un modele IBM SPSS défini dans un fichier de
modéle PMML.

®  Concevoir et exécuter une simulation pour un mod¢le prédictif défini par un ensemble
d’équations personnalisées.

m  Exécuter une simulation basée sur un plan de simulation existant, et éventuellement modifier
des parametres du plan.

Onglet Modeéle

L’onglet Modele spécifie la source du modele prédictif utilisée pour la simulation.

Sélectionner un fichier de modele SPSS. Cette option spécifie que le modele prédictif est défini
dans un fichier de modé¢le IBM SPSS. Un fichier de modéle IBM SPSS est un fichier XML ou une
archive ZIP qui contient le modéle au format PMML créé a partir de IBM® SPSS® Statistics ou
de IBM® SPSS® Modeler. Les modéles prédictifs sont créés par des procédures telles que la
régression linéaire et les arbres de décision dans SPSS Statistics, et ils peuvent étre exportés vers
un fichier de modele. Vous pouvez sélectionner un fichier de modele différent en cliquant sur
Parcourir et en accédant a son emplacement.
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Modéles PMML pris en charge par les simulations

Régression linéaire

Modg¢le linéaire généralisé

Régression logistique binaire

Régression logistique multinomiale

Régression multinomiale ordinale
Régression de Cox

TREE

Arbre boosté (C5)

Discriminant

Classification en deux étapes

Nuées dynamiques

Réseau de neurones

Ensemble de régles (Liste de décisions)

Remarque : les modéles PMML qui posseédent plusieurs champs cible (variables) ou scissions ne
sont pas pris en charge par les simulations.

Entrez les équations pour le modéle. Cette option spécifie que le modéle prédictif consiste en une
ou plusieurs équations personnalisées que vous devez créer. Créez les équations en cliquant
sur Nouvelle équation. Cette action ouvre I’Editeur d’équation. Vous pouvez modifier des

équations existantes, les copier et les utiliser en tant que modeles pour de nouvelles équations, les

réorganiser et les supprimer.

m  Le Générateur de simulation ne prend pas en charge les systémes d’équations simultanées ou

les équations non linéaires dans la variable cible.

B Les ¢quations personnalisées sont évaluées en fonction de leur ordre de spécification. Si

I’équation d’une cible donnée dépend d’une autre cible, alors la seconde cible doit étre définie

par une équation précédente.

Par exemple, considérons 1’ensemble des trois équations suivantes, 1’équation du profit
dépend des valeurs des revenus et des dépenses, par conséquent les équations des revenus et
des dépenses doivent précéder celle du profit.

revenus = prix*volume

dépenses= fixes + volume* (colits matériaux unité +
colits main-d'oeuvre unité)

profit = revenus - dépenses

Editeur d’équation

L’Editeur d’équation vous permet de créer ou de modifier une équation personnalisée de votre
modele prédictif.

m [’expression de I’équation peut contenir des champs provenant de I’ensemble de données actif

ou de nouveaux champs d’entrée que vous définissez dans I’Editeur d’équation.
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B Vous pouvez spécifier les propriétés de la cible, par exemple son niveau de mesure et ses
étiquettes de valeur, et choisir si un résultat est généré pour la cible.

B Vous pouvez utiliser des cibles provenant d’équations précédemment définies en tant
qu’entrées de 1’équation en cours, ce qui vous permet de créer des équations couplées.

B Vous pouvez aussi ajouter un commentaire descriptif a I’équation. Les commentaires
s’afichent sur I’onglet Modele en méme temps que 1’équation.

» Saisissez le nom de la cible. Si vous le souhaitez, cliquez sur Modifier en dessous de la zone
de texte Cible pour ouvrir la boite de dialogue Entrées définies, qui vous permet de modifier
les propriétés par défaut de la cible.

» Pour construire une expression, vous pouvez soit coller les composants dans le champ Expression
numeérique, soit les saisir au clavier directement dans ce méme champ.

m [l est possible de construire une expression en utilisant des champs provenant de I’ensemble
de données actif ou de définir de nouvelles entrées en cliquant sur le bouton Nouveau. Cette
action ouvre la boite de dialogue Entrées définies.

B Vous pouvez coller des fonctions en sélectionnant un groupe dans la liste Groupe de fonctions,
puis en double-cliquant sur la fonction désirée dans la liste Fonctions (ou sélectionnez la
fonction, puis cliquez sur la fléche adjacente a la liste Groupe de fonctions). Définissez tous
les parametres indiqués par un point d’interrogation. Le groupe de fonctions étiqueté Tous
répertorie toutes les fonctions disponibles. Une bréve description de la fonction sélectionnée
apparait dans une zone particuliére de la boite de dialogue.

B Les constantes chaine doivent étre présentées entre guillemets.

m  Sides valeurs contiennent des chiffres décimaux, utilisez la virgule comme indicateur décimal.

Remarque : les simulations ne prennent pas en charge les équations personnalisées contenant
des cibles chaine.

Entrées définies

La boite de dialogue Entrées définies vous permet de définir de nouvelles entrées et de définir les
propriétés des cibles.

Nom. Spécifiez le nom de la cible ou de I’entrée.

Cible. Vous pouvez spécifier le niveau de mesure de la cible. Le niveau de mesure par défaut est
continu. Vous pouvez également indiquer si un résultat sera créé pour la cible. Par exemple,
pour un ensemble d’équations couplées, il se peut que vous soyez intéressé uniquement par

la génération du résultat de la cible de 1’équation finale, par conséquent dans un tel cas vous
supprimerez le résultat des autres cibles.

Entrée a simuler. Cette option indique que les valeurs de I’entrée seront simulées en fonction d’une
distribution de probabilité spécifique (cette distribution de probabilité est spécifiée sur I’onglet
Simulation). Le niveau de mesure détermine 1’ensemble par défaut des distributions considérées
lors de la recherche de la distribution la mieux adaptée a I’entrée (cliquez sur Ajuster ou Tout ajuster
sur I’onglet Simulation). Par exemple, si le niveau de mesure est ordinal, la distribution binomiale
(appropriée aux données ordinales) sera considérée mais la distribution normale ne le sera pas.
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Entrée de valeur fixe. Cette option spécifie que la valeur de I’entrée est connue et sera fixée a la
valeur connue. Les entrées fixes peuvent étre des valeurs numériques ou des chaines. Spécifiez la
valeur de I’entrée fixe. Les valeurs de chaine ne doivent pas étre entre guillemets.

Etiquettes de valeurs. Vous pouvez spécifier des étiquettes de valeurs pour les cibles, les entrées
simulées et les entrées fixes. Les étiquettes de valeur sont utilisées dans les diagrammes et les
tableaux de résultats.

Onglet Simulation.

L’onglet Simulation spécifie toutes les propriétés de la simulation, autres que le modéle prédictif
associé. Vous pouvez réaliser les taches générales suivantes sur I’onglet Simulation :

B Spécifier les distributions de probabilité des entrées simulées et les valeurs des entrées fixes.
m  Spécifier les corrélations existant entre les entrées simulées.

B Spécifier les options avancées telles que 1’échantillonage des extrémités et les critéres
d’ajustement des distributions aux données historiques.

®  Personnaliser le résultat.

m  Spécifier 'emplacement d’enregistrement du plan de simulation et éventuellement enregistrer
les données simulées.

Champs simulés

Pour exécuter une simulation, chaque entrée du modéle prédictif doit étre spécifiée en tant
qu’entrée fixe ou entrée simulée. Les entrées simulées sont celles dont les valeurs sont incertaines
et seront générées a partir d’une distribution de probabilité spécifique. Les distributions les mieux
adaptées aux entrées simulées, ainsi que les corrélations entre ces entrées, peuvent étre déterminées
automatiquement a partir des données historiques des entrées concernées. Il est également possible
de spécifier manuellement des distributions ou des corrélations si aucune donnée historique n’est
disponible, ou si vous avez besoin d’utiliser des distributions ou des corrélations spécifiques.

Les entrées fixes sont celles dont les valeurs sont connues. Elles restent constantes pour chaque
observation générée dans la simulation. Par exemple, vous avez un mod¢le de régression
linéaire concernant les ventes qui est fonction d’un certain nombre d’entrées, dont le prix, et
vous souhaitez que le prix soit fixe et corresponde au prix du marché actuel. Vous spécifierez
donc le prix en tant qu’entrée fixe.

Ajustement automatique des distributions et calcul automatique des corrélations pour les entrées
simulées. Si ’ensemble de données actif contient des données historiques relatives aux entrées a
simuler, vous pouvez déterminer automatiquement la distribution la mieux adaptée a ces entrées,
ainsi que les corrélations entre celles-ci. Les étapes a suivre sont les suivantes :

» Vérifiez que chaque entrée du modele que vous souhaitez simuler est mise en correspondance avec

le champ approprié dans I’ensemble de données actif. Les entrées du modéle sont répertoriées
dans la colonne Entrée et la colonne Ajuster a affiche le champ correspondant dans 1’ensemble
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de données actif. Vous pouvez mettre les entrées en correspondance avec un champ différent de
I’ensemble de données actif en sélectionnant un élément différent dans la liste déroulante Ajuster a.

La valeur -4ucun- dans la colonne Ajuster a indique que I’entrée ne peut étre automatiquement
mise en correspondance avec un champ de 1I’ensemble de données actif. Par défaut, les entrées
de modele sont mises en correspondance avec des champs de I’ensemble de données dont le
nom et le niveau de mesure correspondent. Si I’ensemble de données actif ne contient pas de
données historiques pour une entrée particuliére, déterminez manuellement la distribution a
utiliser pour cette entrée, ou spécifiez que 1’entrée est une entrée fixe. Remarque : 1’ajustement de
la distribution ne prend pas en charge 1’ajustement a des champs chaine. Si votre modele prédictif
contient une entrée chaine, vous devez la spécifier en tant qu’entrée fixe.

Cliquez sur Tout ajuster.

La distribution la mieux adaptée et ses parameétres associés s’affichent alors dans la colonne
Distribution en méme temps qu’un diagramme de la distribution superposé a un histogramme
(diagramme en batons) représentant les données historiques. Les corrélations entre les entrées
simulées s’affichent dans les paramétres Corrélations. Vous pouvez examiner les résultats de
I’ajustement et personnaliser 1’ajustement automatique de la distribution d’une entrée particuliére
en sélectionnant la ligne de cette entrée et en cliquant sur Détails de I'ajustement. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Détails de 1’ajustement sur p. 325.

Vous pouvez exécuter 1’ajustement automatique de la distribution d’une entrée particuliére en
sélectionnant la ligne de cette entrée et en cliquant sur Ajuster. Les corrélations de toutes les
entrées simulées mises en correspondance a des champs de 1’ensemble de données actif sont
calculées automatiquement.

Remarque : Pour les entrées continues et ordinales, s’il est impossible de trouver un ajustement
acceptable pour une des distributions testées, la distribution empirique est alors utilisée. Pour les
entrées continues, la distribution empirique est la fonction de distribution cumulée des données
historiques. Pour les entrées ordinales, la distribution empirique est la distribution qualitative des
données historiques.

Spécification manuelle des distributions. Vous pouvez spécifier manuellement la distribution de
probabilité de n’importe quelle entrée simulée en sélectionnat la distribution souhaitée dans la
liste déroulante Type et en saisissant les paramétres de la distribution dans la grille Paramétres.
Une fois les paramétres d’une distribution définis, un diagramme de la distribution s’appuyant
sur les paramétres spécifiés s’affiche a coté de la grille Parameétres. Voici quelques remarques

sur des distributions particuliéres :

® Qualitative : La distribution Qualitative décrit un champ d’entrée comportant un nombre
fixe de valeurs numériques, appelées modalités. Chaque modalité possede une probabilité
associée, de sorte que la somme des probabilités de toutes les modalités est égale a 1. Pour
entrer une modalité, cliquez sur la colonne de gauche dans la grille Paramétres et remplacez
la valeur textuelle par la valeur numérique représentant la modalité. Entrez la probabilité
associée a la modalité dans la colonne de droite.

m Binomiale négative - Echecs. Décrit la distribution du nombre d’échecs dans une séquence
de tentatives avant qu’un nombre spécifique de succés ne soit observé. Le paramétre seui/
est le nombre spécifique de succes et le paramétre prob est la probabilité de succes pour
chaque tentative donnée.
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® Binomiale négative - Tentatives. Décrit la distribution du nombre de tentatives requis avant
qu’un nombre spécifique de succés ne soit observé. Le paramétre seuil est le nombre
spécifique de succes et le paramétre prob est la probabilité de succés pour chaque tentative
donnée.

m Intervalle : Cette distribution consiste en un ensemble d’intervalles, chaque intervalle ayant
une probabilité qui lui a été affecté, de sorte que la somme de toutes les probabilités des
intervalles est égale a 1. Les valeurs a I’intérieur d’un intervalle donné sont tirées d’une
distribution uniforme définie sur cet intervalle. Les intervalles sont spécifiés en entrant une
valeur minimale, une valeur maximale et une probabilité.

Par exemple, vous pensez que le colit des matiéres premiéres a 40 % de chance de chuter
d’environ 10 - 15 $ par unité et une chance de 60 % de chuter d’environ 15 - 20 $ par unité.
Vous procédez a la modélisation du cotit a I’aide d’une distribution Intervalle consistant en
deux intervalles [10 - 15] et [15 - 20], définissez la probabilité associée au premier intervalle
a 0,4 et la probabilité associée au second intervalle a 0,6. Les intervalles n’ont pas besoin
d’étre contigus et ils peuvent méme se chevaucher. Par exemple, vous pouvez spécifier les
intervalles 10 - 15 $ et 20-25 $ ou 10-15 $ et 13-16 $.

m  Weibull. Le paramétre ¢ est un paramétre d’emplacement facultatif qui spécifie I’emplacement
de I’origine de la distribution.

Les parametres des distributions suivantes ont la méme signification que dans les fonctions de
variable aléatoire associées disponibles dans la boite de dialogue Calculer la variable : Bernoulli,
Béta, Binomiale, Exponentielle, Gamma, Lognormale, Binomiale négative (Echecs et Tentatives),
Normale, Poisson et Uniforme.

Spécification des entrées fixes. Spécifiez une entrée fixe en sélectionnant Fixe dans la liste
déroulante Type située dans la colonne Distribution et en saisissant la valeur de ’entrée fixe. Cette
valeur peut étre numérique ou alphanumérique selon que 1’entrée est une entrée numérique ou
chaine. Les valeurs de chaine ne doivent pas étre entre guillemets.

Spécification des bornes sur les valeurs simulées. La plupart des distributions prennent en charge
les bornes supérieure et inférieure sur les valeurs simulées. La borne inférieure peut étre spécifiée
en saisissant sa valeur dans la zone de texte Min et la borne supérieure peut étre spécifiée en
saisissant sa valeur dans la zone de texte Max.

Verrouillage des entrées simulées. Le verrouillage d’une entrée simulée, en cochant la case
correspondante dans la colonne indiquée par une icone en forme de verrou, exclut cette entrée
de I’ajustement automatique de la distribution. Cette option est trés utile lorsque vous spécifiez
manuellement une distribution et souhaitez vous assurer qu’elle ne sera pas affectée par un
ajustement automatique. Le verrouillage est également tres utile si vous avez I’intention de
partager votre plan de simulation avec des utilisateurs qui I’exécuteront dans la boite de dialogue
Exécuter la simulation, et que vous souhaitez empécher ces utilisateurs de modifier certaines
distributions. A cette fin, les distributions d’entrées verrouillées ne peuvent étre modifiées dans
la boite de dialogue Exécuter la simulation.

Analyse de sensibilité. L’analyse de sensibilité vous permet de vérifier I’effet de modifications
systématiques apportées a une entrée fixe ou a un paramétre de distribution associé a une entrée
simulée, en générant un ensemble indépendant d’observations simulées, —soit une simulation
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distincte— pour chaque valeur spécifiée. Pour spécifier I’analyse de sensiblité, sélectionnez une
entrée simulée ou une entrée fixe et cliquez sur Analyse de sensibilité. L’analyse de sensibilité est
limitée a une seule entrée fixe ou un seul parameétre de distribution associé a une entrée simulée.
Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Analyse de sensibilité sur p. 326.

Icénes d’état d’ajustement

Les icones de la colonne Ajuster a indiquent 1’état d’ajustement de chaque champ d’entrée.

Aucune distribution n’a été spécifiée pour I’entrée et 1’entrée n’a pas été spécifice
en tant qu’entrée fixe. Pour exécuter la simulation, vous devez soit spécifier une
distribution pour cette entrée, soit la définir en tant qu’entrée fixe et lui affecter une
valeur.

L’entrée a été précédemment ajustée a un champ qui n’existe pas dans I’ensemble
de données actif. Aucune action n’est nécessaire sauf si vous souhaitez réajuster la
distribution de I’entrée a I’ensemble de données actif.

La distribution la mieux adaptée a été remplacée par une autre distribution dans la
boite de dialogue Détails de I’ajustement.

L’entrée est définie sur la distribution la mieux adaptée.

La distribution a été spécifiée manuellement ou des itérations de 1’analyse de
sensibilité ont été spécifiées pour cette entrée.

O ®

Détails de I'ajustement

La boite de dialogue Détails de 1’ajustement affiche les résultats de 1’ajustement automatique de la
distribution d’une entrée spécifique. Les distributions sont ordonnées en fonction de la qualité

de I’ajustement, la distribution la mieux adaptée étant répertoriée en téte de liste. Vous pouvez
remplacer la distribution la mieux adaptée en sélectionnant le bouton radio correspondant a la
distribution souhaitée dans la colonne Utilisation. En sélectionnant un bouton radio dans la
colonne Utilisation, vous affichez également un diagramme de la distribution superposé a un
histogramme (diagramme en batons) représentant les données historiques de 1’entrée.

Statistiques de I'ajustement. Par défaut, pour les champs continus, le test d’Anderson-Darling est
utilisé pour déterminer la qualité de I’ajustement. Pour les champs continus uniquement, vous
pouvez aussi choisir le test de Kolmogorov-Smirnoff pour déterminer la qualité de 1’ajustement.
Ce choix peut étre fait dans les paramétres des Options avancées. Pour les entrées continues, les
résultats des deux tests s’affichent dans la colonne Statistiques de 1’ajustement avec une indication
du test choisi (A pour Anderson-Darling et K pour Kolmogorov-Smirnoff) pour I’ordonnancement
des distributions. Pour les entrées ordinales et nominales, le test du Khi-deux est utilisé. Les
valeurs p associées aux tests sont également affichées.

Parameétres. Les paramétres de distribution associés a chaque distribution ajustée sont affichés dans
la colonne Parametres. Les parametres des distributions suivantes ont la méme signification que
dans les fonctions de variable aléatoire associées disponibles dans la boite de dialogue Calculer la
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variable : Bernoulli, Béta, Binomiale, Exponentielle, Gamma, Lognormale, Binomiale négative
(Echecs et Tentatives), Normale, Poisson et Uniforme. Pour la distribution Qualitative, les noms
des paramétres sont les modalités et les valeurs des paramétres sont les probabilités associées.

Réajustement avec un ensemble de distribution personnalisé. Par défaut, le niveau de mesure de
I’entrée est utilisé pour déterminer I’ensemble des distributions considéré pour 1’ajustement
automatique de la distribution. Par exemple, des distributions continues telles que les distributions
Lognormale et Gamma sont prises en considération lors de I’ajustement d’une entrée continue
mais les distributions discrétes telles que les distributions Binomiale et de Poisson ne le sont

pas. Vous pouvez choisir un sous-ensemble des distributions par défaut en sélectionnant les
distributions souhaitées dans la colonne Réajuster. Vous pouvez également remplacer I’ensemble
des distributions par défaut en sélectionnant un niveau de mesure différent dans la liste déroulante
Traiter en tant que (Mesure) puis en sélectionnant les distributions souhaitées dans la colonne
Réajuster. Cliquez sur Exécuter le réajustement pour réajuster I’ensemble de distributions
personnalisé.

Analyse de sensibilité

L’analyse de sensibilité¢ vous permet de vérifier I’effet de la variation d’une entrée fixe ou d’un

parameétre de distribution associé a une entrée simulée, pour un ensemble spécifique de valeurs.
Un ensemble indépendant d’observations simulées - en fait, une simulation distincte - est généré
pour chaque valeur spécifiée, ce qui vous permet de vérifier les effets de la variation de I’entrée.
Chaque ensemble d’observations simulées est appelé itération.

Itérer. Cette option vous permet d’indiquer 1’ensemble des valeurs appliquées a I’entrée et en
fonction desquelles I’entrée va varier.

m  Sivous préférez faire varier la valeur d’un paramétre de distribution, sélectionnez ce paramétre
dans la liste déroulante. Entrez I’ensemble des valeurs dans la grille représentant les valeurs de
parametres par itération. Cliquez sur Poursuivre pour ajouter les valeurs spécifiées a la grille
Paramétres de I’entrée associée, avec un indice indiquant le nombre d’itérations de la valeur.

®  Pour les distributions Qualitative et Intervalle, les probabilités des modalités ou des intervalles,
respectivement, peuvent étre modifiées mais les valeurs des modalités et les extrema des
intervalles ne peuvent I’étre. Sélectionnez une modalité ou un intervalle dont vous souhaitez
faire varier la probabilité et spécifiez I’ensemble des probabilités dans la grille des valeurs
de paramétres par itération. Les probabilités des autres modalités ou intervalles seront
automatiquement ajustées en conséquence.

Aucune itération. Utilisez cette option pour annuler les itérations d’une entrée. Cliquez sur
Poursuivre pour supprimer les itérations.

Corrélations

Les entrées des modeles prédictifs sont souvent corrélées, comme par exemple, la taille et le poids.
Les corrélations existant entre les entrées qui seront simulées doivent étre prises en compte afin
d’assurer que les valeurs simulées conservent ces corrélations.
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Recalculer les corrélations lors de I'ajustement. Cette option indique que les corrélations entre
les entrées simulées sont automatiquement calculées lors de 1’ajustement des distributions a
I’ensemble de données actif a 1’aide de 1’action Tout ajuster ou Ajuster située dans les paramétres
Champs simulés.

Ne pas recalculer les corrélations lors de I'ajustement. Choisissez cette option si vous souhaitez
spécifier manuellement les corrélations et éviter qu’elles ne soient remplacées lors de 1’ajustement
automatique des distributions a I’ensemble de données actif. Les valeurs saisies dans la grille
Corrélations doivent étre comprises entre -1 et 1. Une valeur égale a 0 indique qu’il n’y a pas de
corrélation entre les entrées appariées.

Restaurer. Cette option rétablit toutes les corrélations sur 0.

Options avancées

Nombre maximum d’observations. Cette option indique le nombre maximum d’observations de
données simulées et les valeurs cible associées a générer. Lorsque 1’analyse de sensibilité est
sélectionnée, cette option indique le nombre maximal d’observations pour chaque itération.

Cible des critéres d'arrét. Si votre mod¢le prédictif contient plusieurs cibles, vous pouvez choisir la
cible a laquelle s’appliquent les critéres d’arrét.

Criteres d’arrét. Ces options permettent de spécifier les critéres d’arrét de la simulation, en général
avant que le nombre maximal d’observations autorisé ait été généré.

®  Poursuivre jusqu’a atteindre le maximum. Cette option indique que des observations simulées
seront générées tant que le nombre maximal d’observations n’est pas atteint.

m  Arréter une fois les extrémités échantillonnées. Utilisez cette option si vous souhaitez vous
assurer que 1’une des extrémités d’une distribution cible spécifique a bien été échantillonnée.
Les observations simulées seront générées tant que 1’échantillonnage des extrémités spécifié
n’est pas terminé ou que le nombre maximal d’observations n’est pas atteint. Si votre mod¢le
prédictif contient plusieurs cibles, choisissez celle a laquelle s’appliquent ces critéres d’arrét
dans la liste déroulante Cible des critéres d’arrét.

Type. Vous pouvez définir la limite de la zone d’extrémité en spécifiant une valeur de cible,
par ex. 10 000 000 ou un centile, par ex. le 99¢ centile. Si vous choisissez Valeur dans la liste
déroulante Type, saisissez la valeur de la limite dans la zone de texte Valeur et choisissez dans
la liste déroulante Coté le c6té de la zone d’extrémité (Gauche ou Droite). Si vous choisissez
Centile dans la liste déroulante Type, saisissez une valeur dans la zone de texte Centile.

Effectif. Spécifiez ici le nombre de valeurs de la cible qui doivent se situer dans la zone
d’extrémite afin de vous assurer que 1’extrémité a été correctement €chantillonnée. La
génération d’observations va cesser une fois ce nombre atteint.

m  Arréter lorsque I'intervalle de confiance de la moyenne atteint le seuil spécifié. Utilisez cette
option si vous souhaitez vous assurer que la moyenne d’une cible donnée est connue avec
un degré de précision spécifique. Les observations simulées seront générées tant que le
degré de précision spécifique ou le nombre maximal d’observations n’est pas atteint. Pour
utiliser cette option, vous devez spécifier un niveau de confiance et un seuil. Les observations
simulées seront générées tant que I’intervalle de confiance associé au niveau spécifique
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n’atteint pas le seuil. Par exemple, vous pouvez utiliser cette option pour spécifier que les
observations doivent étre générées tant que I’intervalle de confiance de la moyenne a un
niveau de confiance de 95 % n’atteint pas 5 % de la valeur moyenne. Si votre modéle prédictif
contient plusieurs cibles, choisissez celle a laquelle s’appliquent ces critéres d’arrét dans

la liste déroulante Cible des critéres d’arrét.

Type de seuil. Le seuil peut étre spécifié¢ en tant que valeur numérique ou en tant que
pourcentage de la moyenne. Si vous choisissez Valeur dans la liste déroulante Type de
seuil, saisissez le seuil dans la zone de texte Seuil sous forme de valeur. Si vous choisissez
Pourcentage dans la liste déroulante Type de seuil, saisissez une valeur dans la zone de texte
Seuil sous forme de pourcentage.

Nombre d’observations a échantillonner. Cette option permet de spécifier le nombre d’observations
a utiliser lors de ’ajustement automatique des distributions des entrées simulées a 1’ensemble

de données actif. Si votre ensemble de données est treés grand, vous voudrez peut-&tre limiter le
nombre d’observations a utiliser pour I’ajustement de la distribution. En sélectionnant Limiter a N
observations, seules les N premiéres observations sont utilisées.

Criteres de qualité de I'ajustement (continus). Pour les entrées continues, vous pouvez utiliser le test
d’ Anderson-Darling ou le test de Kolmogorov-Smirnoff relatif a la qualité de I’ajustement afin de
classer les distributions des entrées simulées lors de leur ajustement a I’ensemble de données actif.
Le test d’Anderson-Darling est sélectionné par défaut et est particulierement recommandé si vous
souhaitez assurer le meilleur ajustement possible dans les zones d’extrémité.

Distribution empirique. Applicable aux entrées continues, la distribution empirique est la fonction
de distribution cumulée des données historiques. Cette option vous permet de spécifier le nombre
d’intervalles utilisés pour calculer la distribution empirique des entrées continues. La valeur par
défaut est 100 et la valeur maximale est 1000.

Dupliquer les résultats. Définir un générateur aléatoire vous permet de dupliquer votre simulation.
Spécifiez un entier ou cliquez sur Générer, ce qui crée un entier pseudo-aléatoire compris entre
1 et 2147483647, inclus. La valeur par défaut est 498654860.

Fonctions de densité

Ces paramétres vous permettent de personnaliser le résultat des fonctions de densité de probabilité
et des fonctions de distribution cumulée pour les cibles continues, ainsi que les diagrammes en
batons des valeurs prédites pour les cibles qualitatives.

Fonction de densité de probabilité (FDP). La fonction de densité de probabilité affiche la distribution
des valeurs cible. Pour les cibles continues, elle vous permet de déterminer la probabilité que

la cible se trouve dans une zone donnée. Pour les cibles qualitatives (cibles dont le niveau de
mesure est nominal ou ordinal), un diagramme en batons est généré, qui affiche le pourcentage
d’observations situées dans chaque modalité de la cible. Des options supplémentaires sont
disponibles pour les cibles qualitatives des modéles PMML, dont le paramétre Valeurs de modalité
a rapporter, décrit ultérieurement.

Pour les modeles de classification en deux étapes et les modéles de classification en nuées
dynamiques, un diagramme en batons représentant I’appartenance aux classes est généré.
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Fonction de distribution cumulée (FDC). La fonction de distribution cumulée affiche la probabilité
qu’une valeur de la cible soit inférieure ou égale a une valeur donnée. Elle est disponible
uniquement pour les variables continues.

Lignes de référence (continues). Vous pouvez demander I’ajout de plusieurs lignes de référence
verticales aux fonctions de densité de probabilité et aux fonctions de distribution cumulée pour
les cibles continues.

m  Sigmas. Des lignes de références peuvent étre ajoutées a plus et moins un nombre spécifique
d’écarts-type de la moyenne de la cible.

m  Centiles: Des lignes de références peuvent étre ajoutées a un ou deux centiles de la distribution
pour chaque cible, en entrant des valeurs dans les zones de texte Inférieure et Supérieure. Par
exemple, une valeur de 95 dans la zone de texte Supérieure représente le 95¢ centile, qui est
la valeur en dessous de laquelle se trouvent 95 % des observations. De méme, une valeur
de 5 dans la zone de texte Inférieure représente le Se centile, qui est la valeur en dessous de
laquelle se trouvent 5% des observations.

m Lignes de référence personnalisées. Des lignes de références peuvent étre ajoutées a des
valeurs spécifiques de la cible.

Remarque : lorsque plusieurs fonctions de densité ou de distribution sont affichées sur un
diagramme unique (en raison de cibles ou résultats multiples provenant des itérations de 1’analyse
de sensibilité), des lignes de référence (autres que les lignes personnalisées) sont appliquées
respectivement a chaque fonction.

Superposer les résultats provenant de cibles continues distinctes. Dans le cas de cibles continues
multiples, cette option spécifie si les fonctions de distribution de ces cibles s’affichent sur une
seule représentation graphique, superposant le diagramme des fonctions de densité de probabilité
et celui des fonctions de distribution cumulée. Si cette option n’est pas sélectionnée, les résultats
de chaque cible s’affichent sur un diagramme distinct.

Valeurs de modalité a rapporter. Pour les modeéles PMML comportant des cibles qualitatives, le
résultat du modele est un ensemble de probabilités prédites, une pour chaque modalité, que la
valeur de la cible tombe dans chaque modalité. La modalité présentant la probabilité la plus élevée
est considérée comme la modalité prédite et est utilisée pour générer le diagramme en batons
décrit dans le paramétre Fonction de densité de probabilité sus-mentionné. Sélectionnez Modalité
prédite pour générer le diagramme en batons. Sélectionnez Probabilités prédites pour générer les
histogrammes de la distribution des probabilités prédites de chaque modalité de la cible.

Regroupement pour I'analyse de sensibilité. Les simulations qui comprennent une analyse de
sensibilité générent un ensemble indépendant de valeurs cible prédites pour chaque itération
définie par I’analyse (une itération pour chaque valeur d’entrée soumise a une variation). Lorsque
des itérations sont présentes, le diagramme en batons de la modalité prédite d’une cible qualitative
est représenté sous forme de diagramme en batons regroupés qui comprend les résultats de toutes
les itérations. Vous pouvez choisir de regrouper les modalités ou les itérations.
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Résultat

Diagrammes tornado. Les diagrammes Tornado sont des diagrammes en batons qui représentent les
relations entre des cibles et des entrées simulées a 1’aide de plusieurs mesures.

m  Corrélation de cible avec entrée. Cette option crée un diagramme tornado des coefficients de
corrélation existant entre une cible donnée et chacune de ses entrées simulées. Ce type de
diagramme tornado ne prend pas en charge les cibles ou les entrées simulées dont le niveau de
mesure est nominal.

m  Contribution a la variance. Cette option crée un diagramme tornado qui affiche la contribution
a la variance d’une cible provenant de chacune de ses entrées simulées. Cela vous permet
d’évaluer le degré de contribution de chaque entrée a I’incertitude globale de la cible. Ce
type de diagramme tornado ne prend pas en charge les cibles ou les entrées simulées dont le
niveau de mesure est nominal ou ordinal.

m  Sensibilité de la cible a modifier. Cette option crée un diagramme tornado qui représente les
effets sur la cible de la modification de chaque entrée simulée, en ajoutant ou en retirant un
nombre spécifique d’écarts-type de la distribution associée a I’entrée. Ce type de diagramme
tornado ne prend pas en charge les cibles ou les entrées simulées dont le niveau de mesure est
nominal ou ordinal.

Boites a moustaches des distributions cible. Les boites & moustaches sont disponibles pour les
cibles continues. Sélectionnez Superposer les résultats provenant de cibles distinctes si votre modéle
prédictif contient plusieurs cibles continues et que vous souhaitez afficher les boites a moustaches
de toutes les cibles sur un méme diagramme.

Diagrammes de dispersion comparant les cibles et les entrées. Les diagrammes de dispersion
comparant les cibles et les entrées simulées sont disponibles a la fois pour les cibles continues
et les cibles qualitatives, et comprennent les dispersions des cibles ayant a la fois des entrées
continues et qualitatives associées. Les appariements impliquant une cible qualitative ou une
entrée qualitative sont affichés sous la forme d’une carte de chaleur.

Créer un tableau des valeurs de centiles. Pour les cibles continues, vous pouvez obtenir un tableau
des centiles des distributions cible spécifiés. Les quartiles (25¢, 50e et 75¢ centiles) divisent les
observations en quatre classes de taille égale. Si vous souhaitez un nombre égal de groupes
différent de quatre, sélectionnez Intervalles et indiquez le nombre souhaité. Sélectionnez Centiles
personnalisés pour indiquer des centiles personnalisés, par ex. le 99e centile.

Statistiques descriptives des distributions cible. Cette option crée des tableaux de statistiques
descriptives pour les cibles continues et qualitatives, ainsi que pour les entrées continues. Pour
les cibles continues, le tableau comprend la moyenne, 1’écart-type, la médiane, les valeurs
minimale et maximale, I’intervalle de confiance de la moyenne au niveau spécifié et les Se et 95¢
centiles de la distribution cible. Pour les cibles qualitatives, le tableau comprend le pourcentage
d’observations qui se situent dans chaque modalité de la cible. Pour les cibles qualitatives des
modeles PMML, le tableau comprend également la probabilité moyenne de chaque modalité de
la cible. Pour les entrées continues, le tableau comprend la moyenne, I’écart-type et les valeurs
minimale et maximale.
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Entrées simulées a inclure dans le résultat. Par défaut, toutes les entrées simulées sont incluses
dans les résultats. Vous pouvez exclure certaines entrées simulées des résultats. Dans ce cas,
elles seront exclues des diagrammes tornado, des diagrammes de dispersion et des résultats sous
forme de tableau.

Formats d'affichage. Vous pouvez définir le format utilisé pour 1’affichage des valeurs de cibles et
d’entrées (aussi bien les entrées simulées que les entrées fixes).

Enregistrer

Enregistrer le plan de cette simulation. Vous pouvez enregistrer les spécifications de votre
simulation dans un fichier de plan de simulation. Les fichiers de plan de simulation possédent
I’extension .splan. Vous pouvez rouvrir le plan dans le Générateur de simulation, éventuellement
lui apporter des modifications et y exécuter la simulation. II est possible de partager le plan de
simulation avec d’autres utilisateurs, qui peuvent a leur tour exécuter la simulation dans la boite
de dialogue Exécuter la simulation. Les plans de simulation contiennent toutes les spécifications
sauf les suivantes : parameétres des fonctions de densité, parametres de résultats des diagrammes
et tableaux, parametres d’options avancées pour ’ajustement, la distribution empirique et le
générateur aléatoire.

Enregistrer les données simulées dans un nouveau fichier de données.Vous pouvez enregistrer les
entrées simulées, les entrées fixes et les valeurs cible prédites dans un fichier de données SPSS
Statistics, un nouvel ensemble de données de la session en cours ou un fichier de données Excel.
Chaque observation (ou ligne) du fichier de données contient les valeurs prédites des cibles ainsi
que les entrées simulées et les entrées fixes qui ont généré les valeurs cible. Lorsque I’analyse de
sensibilité est spécifiée, chaque itération génére un ensemble d’observations continues étiqueté
par le numéro d’itération.

Boite de dialogue Exécuter la simulation

La boite de dialogue Exécuter la simulation est destinée aux utilisateurs disposant d’un plan de
simulation et qui souhaitent principalement 1’exécuter. Elle offre les fonctions nécessaires a
I’exécution de la simulation dans différentes conditions. Elle vous permet de réaliser les taches
générales suivantes :

m  Configurer ou modifier ’analyse de sensibilité pour vérifier I’effet de la variation de la valeur
d’une entrée fixe ou d’un parametre de distribution d’une entrée simulée.

m  Réajuster les distributions de probabilité des entrées incertaines (et les corrélations existant
entre ces entrées) aux nouvelles données.

m  Modifier la distribution d’une entrée simulée.
®  Personnaliser le résultat.

m  Exécuter la simulation.
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Onglet Simulation.

L’onglet Simulation vous permet de spécifier ’analyse de sensibilité, de réajuster les distributions
de probabilité des entrées simulées et des corrélations entre elles aux nouvelles données, et de
modifier la distribution de probabilité associée a une entrée simulée particulicre.

La grille Entrées simulées contient un ensemble de données pour chaque entrée de votre modele
prédictif. Ces données comprennent le nom de 1’entrée et le type de distribution de probabilité
associée a I’entrée, ainsi qu’un diagramme de la courbe de distribution associ¢e. Chaque entrée
se voit également affecter une icone d’état (un cercle de couleur avec une coche), utile lors du
réajustement des distributions aux nouvelles données. En outre, les entrées peuvent présenter une
icone en forme de verrou qui indique que 1’entrée est verrouillée et ne peut étre modifiée ou
réajustée aux nouvelles données dans la boite de dialogue Exécuter la simulation. Pour modifier
une entrée verrouillée, vous devez ouvrir le plan de simulation dans le Générateur de simulation.

Chaque entrée peut étre soit simulée soit fixe. Les entrées simulées sont celles dont les valeurs
sont incertaines et seront générées a partir d’une distribution de probabilité spécifique. Les entrées
fixes sont celles dont les valeurs sont connues. Elles restent constantes pour chaque observation
générée dans la simulation. Pour utiliser une entrée particuliére, sélectionnez 1’ensemble de
données correspondant dans la grille Entrées simulées.

Spécification de I'analyse de sensibilité

L’analyse de sensibilité vous permet de vérifier I’effet de modifications systématiques apportées a
une entrée fixe ou a un parametre de distribution associé a une entrée simulée, en générant un
ensemble indépendant d’observations simulées, —soit une simulation distincte— pour chaque
valeur spécifiée. Pour spécifier I’analyse de sensiblité, sélectionnez une entrée simulée ou

une entrée fixe et cliquez sur Analyse de sensibilité. L’analyse de sensibilité est limitée a une
seule entrée fixe ou un seul paramétre de distribution associé a une entrée simulée. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Analyse de sensibilité sur p. 326.

Réajustement des distributions aux nouvelles données

Pour réajuster automatiquement les distributions de probabilité des entrées simulées (et les
corrélations existant entre ces entrées) aux données de 1’ensemble de données actif :

» Vérifiez que chaque entrée du modéle est mise en correspondance avec le champ approprié

dans I’ensemble de données actif. Chaque entrée simulée est ajustée au champ de I’ensemble

de données actif spécifié dans la liste déroulante Champ associée a cette entrée. Il est facile
d’identifier les entrées non mises en correspondance, il suffit de rechercher les entrées dont 1’icone
d’état représente une coche et un point d’interrogation, tel qu’illustré ci-dessous.

v

» Au besoin, modifiez les champs de mise en correspondance en sélectionnant 1’option Ajuster a un

champ de I'ensemble de données puis le champ souhaité dans la liste.
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» Cliquez sur Tout ajuster.

Pour chaque entrée ajustée, la distribution la mieux adaptée s’affiche en méme temps qu’un
diagramme de la distribution superposé a un histogramme (diagramme en batons) représentant
les données historiques de I’entrée. S’il est impossible de trouver un ajustement acceptable, la
distribution empirique est alors utilisée. Pour les entrées ajustées par distribution empirique,
seul un histogramme des données historiques s’affiche car la distribution empirique est en fait
représentée par cet histogramme.

Remarque : pour obtenir la liste compléete des icones d’état, reportez-vous a la rubrique Champs
simulés sur p. 322.

Modification des distributions de probabhilité

Vous pouvez modifier la distribution de probabilité d’une entrée simulée et éventullement changer
une entrée simulée en entrée fixe, et vice-versa.

» Sélectionnez I’entrée souhaitée et sélectionnez Définir manuellement la distribution.

» Sélectionnez le type de distribution souhaité et spécifiez les paramétres de la distribution. Pour
changer une entrée simulée en entrée fixe, sélectionnez Fixe dans la liste déroulante Type.

Une fois les paramétres d’une distribution définis, le diagramme représentant la distribution
(affiché dans I’ensemble de données de I’entrée dans la grille) sera mis a jour afin de refléter
vos modifications. Pour plus d’informations sur la spécification manuelle des distributions de
probabilité, consultez la rubrique Champs simulés sur p. 322.

Onglet Résultat
L’onglet Résultat vous permet de personnaliser les résultats générés par la simulation.

Fonctions de densité. Les fonctions de densité sont les principaux moyens permettant de sonder
I’ensemble de résultats généré par votre simulation.

m  Fonction de densité de probabilité. La fonction de densité de probabilité affiche la distribution
des valeurs cible, vous permettant de déterminer la probabilité que la cible se situe dans une
zone donnée. Pour les cibles dont le résultat est fixe, par ex. “niveau de service faible”,
“niveau de service correct”, “bon niveau de service” et “excellent niveau de service”, un
diagramme en batons est généré, qui affiche le pourcentage d’observations situées dans
chaque modalité de la cible.

®m  Fonction de distribution cumulée. La fonction de distribution cumulée affiche la probabilité
qu’une valeur de la cible soit inférieure ou €gale a une valeur donnée.

Diagrammes tornado. Les diagrammes Tornado sont des diagrammes en batons qui représentent les
relations entre des cibles et des entrées simulées a 1’aide de plusieurs mesures.

m  Corrélation de cible avec entrée. Cette option crée un diagramme tornado des coefficients de
corrélation existant entre une cible donnée et chacune de ses entrées simulées.
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m  Contribution a la variance. Cette option crée un diagramme tornado qui affiche la contribution
a la variance d’une cible provenant de chacune de ses entrées simulées. Cela vous permet
d’évaluer le degré de contribution de chaque entrée a I’incertitude globale de la cible.

m  Sensibilité de la cible a modifier. Cette option crée un diagramme tornado qui représente les
effets sur la cible de la modification de chaque entrée simulée, en ajoutant ou en retirant un
écart-type de la distribution associée a I’entrée.

Diagrammes de dispersion comparant les cibles et les entrées. Cette option génére des diagrammes
de dispersion des cibles par rapport aux entrées simulées. Les appariements impliquant une cible
présentant un ensemble fixe de résultats (ou une entrée simulée présentant un ensemble fixe de
valeurs) sont affichés sous la forme d’une carte de chaleur.

Boites a moustaches des distributions cible. Cette option génére des boites a moustaches des
distributions cible.

Tableau de quartiles. Cette option génére un tableau des quartiles des distributions cible. Les
quartiles d’une distribution sont les 25e, 50e et 75¢ centiles de cette distribution et ils divisent les
observations en quatre classes de taille égale.

Superposer les résultats provenant de cibles distinctes. Si le mod¢le prédictif que vous simulez
contient plusieurs cibles, vous pouvez choisir d’afficher ou non les résultats des différentes cibles
sur un méme diagramme. Ce paramétre s’applique aux diagrammes des fonctions de densité de
probabilité, des fonctions de distribution cumulée et des boites & moustaches. Par exemple, si vous
sélectionnez cette option, les fonctions de densité de probabilité de toutes les cibles s’afficheront
sur un méme diagramme.

Enregistrer le plan de cette simulation. Vous pouvez enregistrer les modifications apportées a votre
simulation dans un fichier de plan de simulation. Les fichiers de plan de simulation possedent
I’extension .splan. Vous pouvez rouvrir le plan dans le Générateur de simulation ou dans la boite
de dialogue Exécuter la simulation. Les plans de simulation contiennent toutes les spécifications
sauf les paramétres de résultats.

Enregistrer les données simulées dans un nouveau fichier de données.Vous pouvez enregistrer les
entrées simulées, les entrées fixes et les valeurs cible prédites dans un fichier de données SPSS
Statistics, un nouvel ensemble de données de la session en cours ou un fichier de données Excel.
Chaque observation (ou ligne) du fichier de données contient les valeurs prédites des cibles ainsi
que les entrées simulées et les entrées fixes qui ont généré les valeurs cible. Lorsque I’analyse de
sensibilité est spécifiée, chaque itération génére un ensemble d’observations continues étiqueté
par le numéro d’itération.

Si vous avez besoin de personnaliser davantage les résultats, exécutez plutdt votre simulation dans
le Générateur de simulation. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Pour exécuter
une simulation a partir d’un plan de simulation sur p. 318.
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Utilisation du résultat graphique créé par la simulation

Plusieurs diagrammes générés par la simulation offrent des fonctionnalités interactives vous
permettant de personnaliser leur affichage. Ces fonctionnalités interactives sont disponibles en
activant (par double-clic) 1’objet de diagramme dans le Viewer de résultats. Tous les diagrammes
de simulation sont des visualisations graphiques.

Diagrammes de fonction de densité de probabilité pour les cibles continues. Ce type de diagramme
présente deux lignes de référence verticales pouvant étre déplacées par glissement, qui divisent le
diagramme en zones distinctes. Le tableau en dessous du diagramme affiche la probabilité que la
cible se trouve dans chacune des zones. Si plusieurs fonctions de densité sont affichées sur le
méme diagramme, le tableau comporte une ligne distincte pour les probabilités associées a chaque
fonction de densité. Chacune des lignes de référence présente un curseur (triangle inversé) qui
vous permet de déplacer la ligne. D’autres fonctionnalités supplémentaires sont disponibles en
cliquant sur le bouton Options de diagramme situé sur le diagramme. Vous pouvez notamment
définir explicitement les positions des curseurs, ajouter des lignes de référence fixes et modifier
I’affichage du diagramme, pour passer par exemple d’une courbe continue a un histogramme ou
vice-versa. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Options de diagramme sur p. 335.

Diagrammes de fonction de distribution cumulée pour les cibles continues. Ce type de diagramme
présente les mémes deux lignes de référence verticales et le méme tableau associé décrits
ci-dessus pour les diagrammes de fonction de densité de probabilité. 1l offre également un

acces a la boite de dialogue Options de diagramme qui vous permet de définir explicitement les
positions des curseurs, d’ajouter des lignes de référence fixes et de spécifier si oui ou non la
fonction de distribution cumulée est affichée en tant que fonction croissante (par défaut) ou
fonction décroissante. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Options de diagramme
sur p. 335.

Diagrammes en batons pour les cibles qualitatives avec itérations d’analyse de sensibilité. Pour les
cibles qualitatives avec itérations d’analyse de sensibilité, les résultats de la modalité cible prédite
sont affichés sous la forme d’un diagramme en batons regroupés qui comprend les résultats de
toutes les itérations. Le diagramme comprend une liste déroulante qui vous permet de regrouper
par modalité ou par itération. Pour les modeles de classification en deux étapes et les modeles de
classification en nuées dynamiques, il est possible de regrouper par classe ou par itération.

Boites a moustaches pour les cibles multiples avec itérations d’analyse de sensibilité. S’applique
aux modeles prédictifs avec plusieurs cibles continues et des itérations d’analyse de sensibilité.
Permet d’afficher des boites & moustaches pour toutes les cibles sur un méme diagramme unique,
sous la forme d’une boite & moustache juxtaposée. Le diagramme comprend une liste déroulante
qui vous permet de regrouper par cible ou par itération.

Options de diagramme

La boite de dialogue Options de diagramme vous permet de personnaliser I’affichage des
diagrammes de fonctions de densité de probabilité et de fonctions de distribution cumulée actifs,
générés par une simulation.
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Affichage. La liste déroulante Affichage s’applique uniquement au diagramme de fonction de
densité de probabilité. Elle vous permet de faire basculer 1’affichage d’une courbe continue a un
histogramme. Cette fonctionnalité n’est pas disponible lorsque plusieurs fonctions de densité sont
affichées sur le méme diagramme. Dans un tel cas, les fonctions de densité peuvent étre affichées
uniquement sous la forme de courbes continues.

Ordre. La liste déroulante Ordre s’applique uniquement au diagramme de fonction de distribution
cumulée. Elle indique si la fonction de distribution cumulée s’affiche sous la forme d’une
fonction croissante (par défaut) ou d’une fonction décroissante. Si elle s’affiche sous la forme
d’une fonction décroissante, la valeur de la fonction a un point donné sur I’axe horizontal est la
probabilité que la cible se situe a la droite de ce point.

Positions des curseurs. Vous pouvez définir explicitement les positions des lignes de référence
ajustables en entrant des valeurs dans les zones de texte Supérieur et Inférieur. Vous pouvez
supprimer la ligne de gauche en sélectionnant Infini -, ce qui a pour effet de définir la position du
curseur sur 1’infini négatif, et vous pouvez supprimer la ligne de droite en sélectionnant Infini,
ce qui défini sa position sur 1’infini.

Lignes de référence. Vous pouvez ajouter différentes lignes de référence verticales fixes aux
fonctions de densité de probabilité et aux fonctions de distribution cumulée.

m  Sigmas. Des lignes de références peuvent étre ajoutées a plus et moins un nombre spécifique
d’écarts-type de la moyenne de la cible.

m Centiles: Des lignes de références peuvent étre ajoutées a un ou deux centiles de la distribution
pour chaque cible, en entrant des valeurs dans les zones de texte Inférieure et Supérieure. Par
exemple, une valeur de 95 dans la zone de texte Supérieure représente le 95¢ centile, qui est
la valeur en dessous de laquelle se trouvent 95 % des observations. De méme, une valeur
de 5 dans la zone de texte Inférieure représente le Se centile, qui est la valeur en dessous de
laquelle se trouvent 5% des observations.

m Positions personnalisées. Des lignes de références peuvent étre ajoutées a des valeurs
spécifiques le long de I’axe horizontal.

Les lignes de référence peuvent étre supprimées en décochant I’option associée dans la boite de
dialogue Options de diagramme avant de cliquer sur Poursuivre.

Remarque : lorsque plusieurs fonctions de densité ou de distribution sont affichées sur un
diagramme unique (en raison de cibles ou résultats multiples provenant des itérations de 1’analyse
de sensibilité), des lignes de référence (autres que les lignes personnalisées) sont appliquées
respectivement a chaque fonction.
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Les personnes disposant d’une licence pour ce programme et qui souhaitent obtenir des
informations sur celui-ci pour activer : (i) ’échange d’informations entre des programmes créés
de maniére indépendante et d’autres programmes (notamment celui-ci) et (ii) I’utilisation mutuelle
des informations qui ont été échangées, doivent contacter :

IBM Software Group, Attention: Licensing, 233 S. Wacker Dr., Chicago, IL 60606, Etats-Unis.
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Si vous consultez la version papier de ces informations, il est possible que certaines photographies
et illustrations en couleurs n’apparaissent pas.
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IBM, le logo IBM, ibm.com et SPSS sont des marques commerciales d’IBM Corporation,
déposées dans de nombreuses juridictions du monde entier. Une liste a jour des marques IBM est
disponible sur Internet a I’adresse http://www.ibm.com/legal/copytrade.shtml.

Adobe, le logo Adobe, PostScript et le logo PostScript sont des marques déposées ou des marques
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Enregistrement de prévisions, 122
Enregistrement de résidus, 122
Enregistrement d’intervalles de prévision, 122
Inclusion de la constante, 120
Modéles, 122
Prévision, 122
ajustement de la distribution
dans la simulation, 322
Alpha de Cronbach
Dans I’analyse de fiabilité, 300-301
Alpha-maximisation, 164
Analyse de fiabilité, 300
Coefficient de corrélation intra-classe, 301
Corrélations et covariances entre éléments, 301
descriptives, 301
exemple, 300
Fonctionnalités supplémentaires, 303
Kuder-Richardson 20, 301
statistiques, 300-301
72 de Hotelling , 301
Tableau ANOVA, 301
Test d’additivité de Tukey, 301
Analyse de la variance
Ajustement de fonctions, 120
Dans ANOVA a 1 facteur, 54
Dans la régression linéaire, 109
Dans Moyennes, 38
analyse de sensibilité
dans la simulation, 326
Analyse de séries chronologiques
Prévision, 122
Prévision d’observations, 122
analyse d’hypoth¢ses
dans la simulation, 326
Analyse discriminante, 153
Coefficients de la fonction, 156
Critéres, 157
Définition d’intervalles, 155
Diagrammes, 158
Distance de Mahalanobis, 157
Enregistrement des variables du classement, 160
exemple, 153
Exportation des informations du modele, 160

Index

Fonctionnalités supplémentaires, 160
Lambda de Wilks, 157
Matrice de covariance, 158
Matrices, 156
Meéthodes de 1’analyse discriminante, 157
Meéthodes pas a pas, 153
Options d’affichage, 157158
Probabilités a priori, 158
Sélection d’observations, 155
statistiques, 153, 156
Statistiques descriptives, 156
V' de Rao , 157
Valeurs manquantes, 158
Variables de regroupement, 153
Variables indépendantes, 153
Analyse du voisin le plus proche, 129
enregistrement de variables, 138
Options, 140
partitions, 136
Résultats, 139
sélection des descriptives, 135
voisins, 133
vue du modéle, 141
Analyse en composantes principale, 161, 164
Analyse factorielle, 161
Apergu, 161
Cartes factorielles, 166
Convergence, 164, 166
descriptives, 163
exemple, 161
Facteurs, 167
Fonctionnalités supplémentaires, 168
Format d’affichage des projections, 168
Méthodes de rotation, 166
Méthodes d’extraction, 164
Sélection d’observations, 162
statistiques, 161, 163
Valeurs manquantes, 168
Analyse multiréponses
Tableau croisé, 283
Tableaux croisés des réponses multiples, 283
tableaux de fréquences, 281

Tableaux de fréquences des réponses multiples, 281

Analyse TwoStep Cluster, 170
Enregistrer dans le fichier de travail, 175
Enregistrer dans le fichier externe, 175
Options, 173
statistiques, 175

Andrew
Dans Explorer, 18

ANOVA
Dans ANOVA a 1 facteur, 54
dans des modéles linéaires, 97
dans GLM - Univarié, 60
Dans Moyennes, 38
Modéle, 62

340
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ANOVA a 1 facteur, 54
Comparaisons multiples, 56
Contrastes, 55
Contrastes polynomiaux, 55
Fonctionnalités supplémentaires, 59
Options, 58
statistiques, 58
Tests post hoc, 56
Valeurs manquantes, 58
Variables actives, 54
Aplatissement
Dans Explorer, 18
Dans les cubes OLAP, 43
dans les Descriptives, 14
Dans les effectifs, 9
Dans les tableaux de bord en colonnes, 295
Dans les tableaux de bord en lignes, 289
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
Arbres hiérarchiques
Classification hiérarchique, 192
Association linéaire par linéaire
Tableaux croisés, 25
Asymétrie
Dans Explorer, 18
Dans les cubes OLAP, 43
dans les Descriptives, 14
Dans les effectifs, 9
Dans les tableaux de bord en colonnes, 295
Dans les tableaux de bord en lignes, 289
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33

B de Tukey
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
bagging
dans des modéles linéaires, 85
boites a moustaches
Comparaison des niveaux de facteur, 19
Comparaison des variables, 19
Dans Explorer, 19
dans la simulation, 330
Bonferroni
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
boosting
dans des modé¢les linéaires, 85

C de Dunnett
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
Carré de la distance euclidienne
Distances, 80
carte des quadrants
dans I’analyse du voisin le plus proche, 148

Index

Cartes factorielles
Dans Analyse factorielle, 166
centiles
dans la simulation, 330
Centiles
Dans Explorer, 18
Dans les effectifs, 9
Classification, 176
affichage de classes, 177
affichage général, 177
Choix d’une procédure, 169
Classification hiérarchique, 189
Dans Courbe ROC, 313
Efficacité, 196
Nuées dynamiques, 194
Classification hiérarchique, 189
Arbres hiérarchiques, 192
Chaine des agrégations, 191
Classes d’affectation, 191, 193
Classification de variables, 189
Classification d’observations, 189
Diagrammes en stalactite, 192
Enregistrement de nouvelles variables, 193
exemple, 189
Fonctionnalités supplémentaires, 193
Matrices de distance, 191
Mesures de distance, 190
Mesures de similarité, 190
Méthodes de classification, 190
Orientation du diagramme, 192
statistiques, 189, 191
Transformation de mesures, 190
Transformation de valeurs, 190
Coefficient alpha
Dans I’analyse de fiabilité, 300-301
Coefficient de concordance de Kendall (W)
Tests non paramétriques pour échantillons liés, 214
Coefficient de contingence
Tableaux croisés, 25
Coefficient de corrélation de Spearman
Corrélations bivariées, 73
Tableaux croisés, 25
Coefficient de corrélation intra-classe
Dans ’analyse de fiabilité, 301
Coefficient de corrélation par rang
Corrélations bivariées, 73
Coefficient de corrélation
Corrélations bivariées, 73
Tableaux croisés, 25
Coefficient de dispersion (COD)
Dans les statistiques de ratio, 311
Coefficient de variation (COV)
Dans les statistiques de ratio, 311
Coefficient d’incertitude
Tableaux croisés, 25
Coefficients béta
Dans la régression linéaire, 109
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Index
Coefficients de régression Valeurs manquantes, 77
Dans la régression linéaire, 109 Corrélations simples
Colonne de total Dans Corrélations partielles, 77
Dans les tableaux de bord, 296 Courbe ROC, 313
Comparaison des groupes Diagrammes et statistiques, 315
Dans les cubes OLAP, 45 critére de prévention du surajustement
Comparaison des variables dans des modéles linéaires, 87
Dans les cubes OLAP, 45 Critére d’information d’Akaike
Comparaisons multiples dans des modeles linéaires, 87
Dans ANOVA a 1 facteur, 56 critéres d’informations
Comparaisons multiples post hoc, 56 dans des modeles linéaires, 87
comparaisons par paire Cubes OLAP, 41
tests non paramétriques, 242 statistiques, 43
Contrastes titres, 46
Dans ANOVA a 1 facteur, 55
GLM, 64
Contrastes a la précédente D
GLM, 64 Tableaux croisés, 25
Contrastes de Helmert D de Somers
GLM, 64 Tableaux croisés, 25
Contrastes déviation Décomposition hiérarchique, 63
GLM, 64 Définir les vecteurs multiréponses, 280
Contrastes différence Définition des étiquettes, 280
GLM, 64 Définition des noms, 280
Contrastes polynomiaux Dichotomies, 280
Dans ANOVA a 1 facteur, 55 modalités, 280
GLM, 64 Dernier
Contrastes simples Dans les cubes OLAP, 43
GLM, 64 Dans Moyennes, 38
Convergence Dans Récapituler, 33
Analyse de classification des nuées dynamiques, 196 Descriptives, 13
Dans Analyse factorielle, 164, 166 Enregistrement des écarts z, 13
Correction pour la continuité de Yates Fonctionnalités supplémentaires, 16
Tableaux croisés, 25 Ordre d’affichage, 14
Corrélation de Pearson statistiques, 14
Corrélations bivariées, 73 Diagnostic des observations
Tableaux croisés, 25 Dans la régression linéaire, 109
corrélations diagramme de dispersion
dans la simulation, 326 dans la simulation, 330
Corrélations diagramme de I’espace des descriptives
Corrélations bivariées, 73 dans ’analyse du voisin le plus proche, 142
Dans Corrélations partielles, 76 Diagramme de répartition gaussien
Ordre zéro, 77 Dans Explorer, 19
Tableaux croisés, 25 Dans la régression linéaire, 105
Corrélations bivariées Diagramme de répartition hors tendance
Coefficients de corrélation, 73 Dans Explorer, 19
Fonctionnalités supplémentaires, 75 diagrammes
Options, 75 Dans Courbe ROC, 313
Seuil de signification, 73 Etiquettes d’observations, 120
statistiques, 75 Diagrammes de dispersion
Valeurs manquantes, 75 Dans la régression linéaire, 105
Corrélations partielles, 76 Diagrammes de profils
Corrélations simples, 77 GLM, 65
Dans la régression linéaire, 109 Diagrammes des résidus
Fonctionnalités supplémentaires, 78 dans GLM - Univarié, 70
Options, 77 Diagrammes dispersion/niveau
statistiques, 77 Dans Explorer, 19

dans GLM - Univarié, 70
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Diagrammes en batons
Dans les effectifs, 11
diagrammes en secteurs
Dans les effectifs, 11
Diagrammes en stalactite
Classification hiérarchique, 192
Diagrammes partiels
Dans la régression linéaire, 105
Diagrammes tige et feuille
Dans Explorer, 19
diagrammes tornado
dans la simulation, 330
Dictionnaire
Livre de codes, 1
Différence de béta
Dans la régression linéaire, 107
Différence de prévision
Dans la régression linéaire, 107
Différence la moins significative
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
Différence significative de Tukey
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
Différences entre les groupes
Dans les cubes OLAP, 45
Différences entre les variables
Dans les cubes OLAP, 45
Différentiel 1ié au prix (PRD)
Dans les statistiques de ratio, 311
Distance de Cook
Dans la régression linéaire, 107
GLM, 68
Distance de Mahalanobis
Analyse discriminante, 157
Dans la régression linéaire, 107
Distance de Manhattan
dans 1’analyse du voisin le plus proche, 133
Distances, 80
Distance de Minkowski
Distances, 80
Distance de Tchebycheff
Distances, 80
Distance du Khi-deux
Distances, 80
Distance euclidienne
dans 1’analyse du voisin le plus proche, 133
Distances, 80
distance Manhattan
dans I’analyse du voisin le plus proche, 133
Distances, 79
Calcul des distances existant entre des observations, 79
Calcul des distances existant entre des variables, 79
exemple, 79
Fonctionnalités supplémentaires, 82
Mesures de dissimilarité, 80
Mesures de similarité, 81

Index

statistiques, 79
Transformation de mesures, 8081
Transformation de valeurs, 80-81
distances du voisin le plus proche
dans 1’analyse du voisin le plus proche, 147
Division
Division dans les colonnes de tableaux, 296

Ecart absolu moyen (AAD)
Dans les statistiques de ratio, 311
Ecart z
dans les Descriptives, 13
Enregistrement sous forme de variables, 13
Ecart-type
Dans Explorer, 18
dans GLM - Univarié, 70
Dans les cubes OLAP, 43
dans les Descriptives, 14
Dans les effectifs, 9
Dans les statistiques de ratio, 311
Dans les tableaux de bord en colonnes, 295
Dans les tableaux de bord en lignes, 289
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
échantillon d’apprentissage
dans 1’analyse du voisin le plus proche, 136
échantillon traité
dans 1’analyse du voisin le plus proche, 136
Echantillons liés, 271, 276
Echelle
Dans ’analyse de fiabilité, 300
Dans le positionnement multidimensionnel, 304
Effectif observé
Tableaux croisés, 28
Effectif théorique
Tableaux croisés, 28
Effectifs, 8
diagrammes, 11
Formats, 12
Ordre d’affichage, 12
statistiques, 9
Suppression de tableaux, 12
Elimination descendante
Dans la régression linéaire, 104
ensembles
dans des modéles linéaires, 89
erreur standard
Dans Courbe ROC, 315
Erreur standard
Dans Explorer, 18
dans les Descriptives, 14
Dans les effectifs, 9
GLM, 68, 70
Erreur standard d’aplatissement
Dans les cubes OLAP, 43
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33



344

Index

Erreur standard d’asymétrie
Dans les cubes OLAP, 43
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33

Erreur standard de la moyenne
Dans les cubes OLAP, 43
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33

Estimation de I’intensité des effets
dans GLM - Univarié, 70

Estimations de Hodges-Lehman

Tests non paramétriques pour échantillons liés, 214

Estimations de puissance
dans GLM - Univarié, 70
Estimations des paramétres
dans GLM - Univarié, 70
Régression ordinale, 115
éta
Dans Moyennes, 38
Tableaux croisés, 25
Eta carré
dans GLM - Univarié, 70
Dans Moyennes, 38
Etude appariée
Test T pour échantillons appariés, 50
Etude de contrdle d’observation
Test T pour échantillons appariés, 50
Explorer, 17
Diagrammes, 19
Fonctionnalités supplémentaires, 21
Options, 20
statistiques, 18
Transformations de I’exposant, 20
Valeurs manquantes, 20

F de R-E-G-W (Ryan-Einot-Gabriel-Welsch)
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66

F multiple de Ryan-Einot-Gabriel-Welsch
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66

Facteur d’inflation de la variance
Dans la régression linéaire, 109

Facteurs, 167

Facteurs d’ Anderson-Rubin, 167

Facteurs de Bartlett, 167

Factorisation en axes principaux, 164

Factorisation en projections, 164

Fiabilité de Spearman-Brown
Dans I’analyse de fiabilité, 301

Fiabilité Split-half
Dans ’analyse de fiabilité, 300-301

fonctions de densité de probabilité
dans la simulation, 328

fonctions de distribution cumulée
dans la simulation, 328

Formatage

Colonnes dans les tableaux de bord, 289
Fréquences cumulées

Régression ordinale, 115
Fréquences de classe

Dans I’analyse TwoStep Cluster, 175
Fréquences observées

Régression ordinale, 115
Fréquences théoriques

Régression ordinale, 115

gamma
Tableaux croisés, 25
Gamma de Goodman et Kruskal
Tableaux croisés, 25
Générateur de simulation, 319
Gestion des pages
Dans les tableaux de bord en colonnes, 297
Dans les tableaux de bord en lignes, 291
Gestion du bruit
Dans I’analyse TwoStep Cluster, 173
GLM
Diagrammes de profils, 65
Enregistrement de matrices, 68
Enregistrement de variables, 68
Modéle, 62
Somme des carrés, 62
Tests post hoc, 66
GLM - Univarié, 60, 71
Affichage, 70
Contrastes, 64
Diagnostics, 70
Moyennes marginales estimées, 70
Options, 70
GT2 de Hochberg
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66

H de Kruskal-Wallis

Tests pour deux échantillons indépendants, 273

Histogrammes
Dans Explorer, 19
Dans la régression linéaire, 105
Dans les effectifs, 11
Historique des itérations
Régression ordinale, 115

ICC. Voir Coefficient de corrélation intra-classe, 301

importance des valeurs prédites

modéles linéaires, 93
importance des variables

dans 1’analyse du voisin le plus proche, 146
Index de concentration

Dans les statistiques de ratio, 311
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informations sur les champs continus
tests non paramétriques, 241
informations sur les champs qualitatifs
tests non paramétriques, 240
Intervalle multiple de Ryan-Einot-Gabriel-Welsch
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
Intervalles de Clopper-Pearson
Tests non paramétriques a un échantillon, 202
intervalles de confiance
Dans Courbe ROC, 315
Intervalles de confiance
Dans ANOVA a 1 facteur, 58
Dans Explorer, 18
Dans la régression linéaire, 109
Enregistrement dans la régression linéaire, 107
GLM, 64, 70
Test T pour échantillon unique, 53
Test T pour échantillons appariés, 51
Test T pour échantillons indépendants, 49
Intervalles de Jeffreys
Tests non paramétriques a un échantillon, 202
Intervalles de prévision
Enregistrement dans la régression linéaire, 107
Enregistrement dans I’ajustement de fonctions, 122
intervalles du rapport de vraisemblance
Tests non paramétriques a un échantillon, 202
Itérations
Analyse de classification des nuées dynamiques, 196
Dans Analyse factorielle, 164, 166

Kappa
Tableaux croisés, 25
Kappa de Cohen
Tableaux croisés, 25
Khi-deux, 244
Association linéaire par linéaire, 25
Correction pour la continuité de Yates, 25
Indépendance, 25
Intervalle théorique, 246
Options, 246
Pearson, 25
Rapport de vraisemblance, 25
statistiques, 246
Tableaux croisés, 25
Test a un échantillon, 244
Test exact de Fisher, 25
Valeurs manquantes, 246
Valeurs théoriques, 246
Khi-deux de Pearson
Régression ordinale, 115
Tableaux croisés, 25
Khi-deux du rapport de vraisemblance
Régression ordinale, 115
Tableaux croisés, 25
KR20
Dans I’analyse de fiabilité, 301

Index

Kuder-Richardson 20 (KR20)
Dans ’analyse de fiabilité, 301

Lambda

Tableaux croisés, 25
Lambda de Goodman et Kruskal

Tableaux croisés, 25
Lambda de Wilks

Analyse discriminante, 157
Lien

Régression ordinale, 114
Liste des observations, 31
Livre de codes, 1

Résultats, 3

statistiques, 5
LSD de Fisher

GLM, 66

M-estimateur de Huber
Dans Explorer, 18
M-estimateur redescendant de Hampel
Dans Explorer, 18
M-estimateurs
Dans Explorer, 18
marques commerciales, 338
Matrice de corrélation
Analyse discriminante, 156
Dans Analyse factorielle, 161, 163
Régression ordinale, 115
Matrice de covariance
Analyse discriminante, 156, 158
Dans la régression linéaire, 109
GLM, 68
Régression ordinale, 115
Matrice de transformation
Dans Analyse factorielle, 161
Matrice des projections factorielles
Dans Analyse factorielle, 161
Maximum
Comparaison des colonnes de tableaux, 296
Dans Explorer, 18
Dans les cubes OLAP, 43
dans les Descriptives, 14
Dans les effectifs, 9
Dans les statistiques de ratio, 311
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
Maximum de vraisemblance
Dans Analyse factorielle, 164
médiane
Dans Explorer, 18
Dans les cubes OLAP, 43
Dans les effectifs, 9
Dans les statistiques de ratio, 311
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
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Index

Médiane de groupes Modele d’échelle
Dans les cubes OLAP, 43 Régression ordinale, 118
Dans Moyennes, 38 Modele d’emplacement
Dans Récapituler, 33 Régression ordinale, 117

meilleurs sous-ensembles Modele en S
dans des mod¢les linéaires, 87 Ajustement de fonctions, 122

mentions légales, 337 Modele exponentiel

Mesure de dissimilarité de Lance et Williams, 80 Ajustement de fonctions, 122
Distances, 80 Modg¢le inverse

Mesure de distance du Phi-deux Ajustement de fonctions, 122
Distances, 80 Modg¢le linéaire

Mesure d’écart de la taille Ajustement de fonctions, 122
Distances, 80 Modele logarithmique

Mesure d’écart de structures Ajustement de fonctions, 122
Distances, 80 Modgele logistique

Mesures de distance Ajustement de fonctions, 122
Classification hiérarchique, 190 Modg¢le parallele
dans I’analyse du voisin le plus proche, 133 Dans I’analyse de fiabilité, 300-301
Distances, 80 Modgele paralléle strict

Mesures de la dispersion Dans I’analyse de fiabilité, 300-301
Dans Explorer, 18 Modele quadratique
dans les Descriptives, 14 Ajustement de fonctions, 122
Dans les effectifs, 9 Modéles factoriels complets
Dans les statistiques de ratio, 311 GLM, 62

Mesures de la distribution modeéles linéaires, 83
dans les Descriptives, 14 choix du modéle, 87
Dans les effectifs, 9 Coefficients, 98

Mesures de la tendance centrale critére d’informations, 91
Dans Explorer, 18 duplication des résultats, 90
Dans les effectifs, 9 ensembles, 89
Dans les statistiques de ratio, 311 importance des valeurs prédites, 93

Mesures de similarité moyennes estimées, 100
Classification hiérarchique, 190 niveau de confiance, 86
Distances, 81 objectifs, 85

Minimum options de modele, 90
Comparaison des colonnes de tableaux, 296 préparation automatique des données, 86, 92
Dans Explorer, 18 récapitulatif de création de modele, 101
Dans les cubes OLAP, 43 récapitulatif du modéle, 91
dans les Descriptives, 14 régles de combinaison, 89
Dans les effectifs, 9 Résidus, 95
Dans les statistiques de ratio, 311 Statistique R-deux, 91
Dans Moyennes, 38 Tableau ANOVA, 97
Dans Récapituler, 33 valeurs éloignées, 96

Modalité de référence valeurs prédites en fonction des valeurs observées, 94
GLM, 64 Modeles personnalisés

Mode GLM, 62
Dans les effectifs, 9 Moindres carrés généralisés

Modéle composé Dans Analyse factorielle, 164
Ajustement de fonctions, 122 Moindres carrés non pondérés

Modgéle cubique Dans Analyse factorielle, 164
Ajustement de fonctions, 122 moindres carrés pondérés

Modele de croissance Dans la régression linéaire, 102
Ajustement de fonctions, 122 Moyenne

Modele de Guttman Dans ANOVA a 1 facteur, 58
Dans ’analyse de fiabilité, 300-301 Dans Explorer, 18

Modele de puissance Dans les cubes OLAP, 43

Ajustement de fonctions, 122 dans les Descriptives, 14
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Dans les effectifs, 9
Dans les statistiques de ratio, 311
Dans les tableaux de bord en colonnes, 295
Dans les tableaux de bord en lignes, 289
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
Des colonnes de tableaux multiples, 296
Sous-groupe, 36, 41
Moyenne géométrique
Dans les cubes OLAP, 43
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
Moyenne harmonique
Dans les cubes OLAP, 43
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
Moyenne pondérée
Dans les statistiques de ratio, 311
Moyenne tronquée
Dans Explorer, 18
Moyennes, 36
Options, 38
statistiques, 38
Moyennes des groupes, 36, 41
Moyennes des sous-groupes, 36, 41
Moyennes marginales estimées
dans GLM - Univarié, 70
Moyennes observées
dans GLM - Univarié, 70
Multiplication
Multiplication dans les colonnes de tableaux, 296

Newman-Keuls
GLM, 66
Nombre d’observations
Dans les cubes OLAP, 43
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
Nombre maximal de branches
Dans I’analyse TwoStep Cluster, 173
Nuées dynamiques
Apercu, 194
Classes d’affectation, 197
Critéres de convergence, 196
Distances entre les classes, 197
Efficacité, 196
Enregistrement des informations sur les classes, 197
Exemples, 194
Fonctionnalités supplémentaires, 198
Itérations, 196
Méthodes, 194
statistiques, 194, 197
Valeurs manquantes, 197
Numérotation des pages
Dans les tableaux de bord en colonnes, 298
Dans les tableaux de bord en lignes, 291

Index

pairs
dans 1’analyse du voisin le plus proche, 147
pas a pas ascendant
dans des modéles linéaires, 87
Phi
Tableaux croisés, 25
plage
Dans les cubes OLAP, 43
dans les Descriptives, 14
Dans les effectifs, 9
Dans les statistiques de ratio, 311
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
Plum
Régression ordinale, 113
Positionnement multidimensionnel, 304
Conditionnalité, 307
Création de matrices de distance, 306
Critéres, 308
Définition de la forme des données, 306
Dimensions, 307
exemple, 304
Fonctionnalités supplémentaires, 309
Mesures de distance, 306
Modeles de positionnement, 307
Niveaux de mesure, 307
Options d’affichage, 308
statistiques, 304
Transformation de valeurs, 306
pourcentages
Tableaux croisés, 28
Pourcentages en colonne
Tableaux croisés, 28
Pourcentages en ligne
Tableaux croisés, 28
Pourcentages totaux
Tableaux croisés, 28
Premier
Dans les cubes OLAP, 43
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
préparation automatique des données
dans des modé¢les linéaires, 92
Prévision
Ajustement de fonctions, 122
Prévisions
Enregistrement dans la régression linéaire, 107
Enregistrement dans I’ajustement de fonctions, 122
Prévisions pondérées
GLM, 68
Profondeur d’arborescence
Dans I’analyse TwoStep Cluster, 173
Proximités
Classification hiérarchique, 189

QO de Cochran
Dans les tests pour plusieurs échantillons liés, 277
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Index

0O de R-E-G-W (Ryan-Einot-Gabriel-Welsch)
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
Qualité de I’ajustement
Régression ordinale, 115
Quartiles
Dans les effectifs, 9

R multiple
Dans la régression linéaire, 109
R-deux
dans des modéles linéaires, 91
R-deux ajusté
2dams des modeles linéaires, 87
R
Dans la régression linéaire, 109
Dans Moyennes, 38
modification R2, 109
R? ajusté
Dans la régression linéaire, 109
Rapport de covariance
Dans la régression linéaire, 107
récapitulatif de I’intervalle de confiance
tests non paramétriques, 220-221, 225
récapitulatif d’erreur
dans 1’analyse du voisin le plus proche, 152
récapitulatif d’hypotheses
Tests non paramétriques, 219
Récapituler, 31
Options, 33
statistiques, 33
régles de combinaison
dans des modéles linéaires, 89
Régression
Diagrammes, 105
Régression linéaire, 102
Régression multiple, 102
Régression des moindres carrés partiels, 124
exporter des variables, 127
Modéle, 126
Régression linéaire, 102
Blocs, 102
Diagrammes, 105
Enregistrement de nouvelles variables, 107
Exportation des informations du modé¢le, 107
Fonctionnalités supplémentaires, 112

Méthodes de sélection des variables, 104, 111

Pondérations, 102

Résidus, 107

statistiques, 109

Valeurs manquantes, 111

Variable de sélection, 105
Régression multiple

Dans la régression linéaire, 102
Régression ordinale , 113

Fonctionnalités supplémentaires, 119

Lien, 114

Modéle d’échelle, 118
Modele d’emplacement, 117
Options, 114
statistiques, 113
Réponses multiples
Fonctionnalités supplémentaires, 286
Résidu non standardisé
GLM, 68
Résidus
Enregistrement dans la régression linéaire, 107
Enregistrement dans I’ajustement de fonctions, 122
Tableaux croisés, 28
Résidus de Pearson
Régression ordinale, 115
Résidus de Student
Dans la régression linéaire, 107
Résidus standardisés
Dans la régression linéaire, 107
GLM, 68
Résidus supprimés
Dans la régression linéaire, 107
GLM, 68
Rho
Corrélations bivariées, 73
Tableaux croisés, 25
Risque
Tableaux croisés, 25
risque relatif
Tableaux croisés, 25
Rotation equamax
Dans Analyse factorielle, 166
Rotation oblimin directe
Dans Analyse factorielle, 166
Rotation quartimax
Dans Analyse factorielle, 166
Rotation Varimax
Dans Analyse factorielle, 166

S

Tableaux croisés, 25
Sélection ascendante

Dans la régression lin€aire, 104

dans 1’analyse du voisin le plus proche, 135
sélection de k

dans 1’analyse du voisin le plus proche, 150
sélection de k et des descriptives

dans 1’analyse du voisin le plus proche, 151
sélection des descriptives

dans 1’analyse du voisin le plus proche, 149
Sélection progressive

Dans la régression linéaire, 104
Seuil initial

Dans I’analyse TwoStep Cluster, 173
simulation, 316, 325

ajustement de la distribution, 322

analyse de sensibilité, 326

analyse d’hypotheéses, 326



349

boites a moustaches, 330
centiles des distributions cible, 330
corrélations entre entrées, 326
création de nouvelles entrées, 321
création d’un plan de simulation, 317
critéres d’arrét, 327
diagrammes de dispersion, 330
diagrammes interactifs, 335
diagrammes tornado, 330
échantillonnage des extrémités, 327
éditeur d’équation, 320
enregistrer les données simulées, 331
enregistrer un plan de simulation, 331
exécution d’un plan de simulation, 318, 331
fonction de densité de probabilité, 328
fonction de distribution cumulée, 328
formats d’affichage des cibles et des entrées, 330
Générateur de simulation, 319
mode¢les pris en charge, 319
options de diagramme, 335
personnalisation de 1’ajustement de la distribution, 325
réajustement des distributions aux nouvelles données,
332
résultat, 328, 330
résultats de I’ajustement de la distribution, 325
spécification du modéle, 319
Simulation de Monte Carlo, 316
Somme
Dans les cubes OLAP, 43
dans les Descriptives, 14
Dans les effectifs, 9
Dans Moyennes, 38
Dans Récapituler, 33
Somme des carrés, 63
GLM, 62
sous-ensembles homogénes
tests non paramétriques, 243
Sous-totaux
Dans les tableaux de bord en colonnes, 297
Standardisation
Dans I’analyse TwoStep Cluster, 173
Statistique de Brown-Forsythe
Dans ANOVA a 1 facteur, 58
Statistique de Cochran
Tableaux croisés, 25
Statistique de Durbin-Watson
Dans la régression linéaire, 109
Statistique de Mantel-Haenszel
Tableaux croisés, 25
Statistique de Welch
Dans ANOVA a 1 facteur, 58
statistique F
dans des modéles linéaires, 87
Statistique R
Dans la régression linéaire, 109
Dans Moyennes, 38

Index

Statistiques de ratio, 310

statistiques, 311
Statistiques des proportions de colonne

Tableaux croisés, 28
Statistiques descriptives

Dans Explorer, 18

dans GLM - Univarié, 70

Dans I’analyse TwoStep Cluster, 175

dans les Descriptives, 13

Dans les effectifs, 9

Dans les statistiques de ratio, 311

Dans Récapituler, 33
strates

Tableaux croisés, 23
Stress

Dans le positionnement multidimensionnel, 304
Stress S

Dans le positionnement multidimensionnel, 304
Student-Newman-Keuls

Dans ANOVA a 1 facteur, 56

GLM, 66
Suites de Wald-Wolfowitz

Tests pour deux échantillons indépendants, 269
suites en séquences

Tests non paramétriques a un échantillon, 201, 205
Suites en séquences

Césures, 264-265

Fonctionnalités supplémentaires, 266

Options, 266

statistiques, 266

Valeurs manquantes, 266

72 de Hotelling
Dans I’analyse de fiabilité, 300-301
T2 de Tamhane
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
T3 de Dunnett
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
Tableau croisé
Multiréponses, 283
Tableaux croisés, 22
tableau de classification
dans 1’analyse du voisin le plus proche, 152
Tableaux croisés, 22
Affichage de cellules, 28
Diagrammes en batons juxtaposés, 24
Formats, 30
statistiques, 25
strates, 23
Suppression de tableaux, 22
Variables de contrdle, 23
Tableaux croisés des réponses multiples, 283
Appariement des variables entre les vecteurs, 285
Définition des plages de valeurs, 284
Pourcentages basés sur les observations, 285
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Index
Pourcentages basés sur les réponses, 285 test binomial
Pourcentages dans les cellules, 285 Tests non paramétriques a un échantillon, 201-202
Valeurs manquantes, 285 Test binomial, 262
Tableaux de bord Dichotomies, 262
Colonne de total, 296 Fonctionnalités supplémentaires, 264
Comparaison des colonnes, 296 Options, 264
Division des valeurs de colonnes, 296 statistiques, 264
Multiplication des valeurs de colonnes, 296 Valeurs manquantes, 264
Tableaux de bord en colonnes, 293 Test d’additivité de Tukey
Tableaux de bord en lignes, 287 Dans I’analyse de fiabilité, 300-301
Totaux composites, 296 Test de comparaison par paire de Gabriel
Tableaux de bord en colonnes, 293 Dans ANOVA a 1 facteur, 56
Colonne de total, 296 GLM, 66
Fonctionnalités supplémentaires, 298 Test de comparaison par paire de Games et Howell
Format de colonne, 289 Dans ANOVA a 1 facteur, 56
Gestion des pages, 297 GLM, 66
Mise en page, 291 Test de Friedman
Numérotation des pages, 298 Dans les tests pour plusieurs échantillons liés, 277
Sous-totaux, 297 Tests non paramétriques pour échantillons liés, 214
Total général, 298 Test de Kolmogorov-Smirnov
Valeurs manquantes, 298 Tests non paramétriques a un échantillon, 201, 204
Tableaux de bord en lignes, 287 Test de la médiane
Critéres d’agrégation, 287 Tests pour deux échantillons indépendants, 273
Espacement de ventilation, 290 Test de Levene
Fonctionnalités supplémentaires, 298 Dans ANOVA a 1 facteur, 58
Format de colonne, 289 Dans Explorer, 19
Gestion des pages, 290 dans GLM - Univarié, 70
Mise en page, 291 Test de Lilliefors
Numérotation des pages, 291 Dans Explorer, 19
Pieds de page, 293 Test de McNemar
Séquences de tri, 287 Tableaux croisés, 25
titres, 293 Tests non paramétriques pour échantillons liés, 214-215
Valeurs manquantes, 291 Tests pour deux échantillons liés, 271
Variables dans les titres, 293 test de Scheffé
Variables en colonnes, 287 Dans ANOVA a 1 facteur, 56
Tableaux de contingence, 22 GLM, 66
tableaux de fréquences Test de Shapiro-Wilks
Dans Explorer, 18 Dans Explorer, 19
Dans les effectifs, 8 Test de sphéricité de Bartlett
Tableaux de fréquences des réponses multiples, 281 Dans Analyse factorielle, 163
Valeurs manquantes, 281 Test de Wilcoxon
Tau de Goodman et Kruskal Tests non paramétriques a un échantillon, 201
Tableaux croisés, 25 Tests non paramétriques pour échantillons liés, 214
Tau de Kruskal Tests pour deux échantillons liés, 271
Tableaux croisés, 25 Test des droites paralléles
Tau-b Régression ordinale, 115
Tableaux croisés, 25 Test des réactions extrémes de Moses
Tau-b de Kendall Tests pour deux échantillons indépendants, 269
Corrélations bivariées, 73 Test des signes
Tableaux croisés, 25 Tests non paramétriques pour échantillons liés, 214
Tau-c Tests pour deux échantillons liés, 271
Tableaux croisés, 25 Test d’Homogénéité marginale
Tau-c de Kendall , 25 Tests non paramétriques pour échantillons liés, 214
Tableaux croisés, 25 Tests pour deux échantillons liés, 271
Termes construits, 62, 118 Test d’intervalle multiple de Duncan
Termes d’interaction, 62, 118 Dans ANOVA a 1 facteur, 56

GLM, 66
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test du Khi-deux
Tests non paramétriques a un échantillon, 201, 203
Test exact de Fisher
Tableaux croisés, 25
Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon, 266
Distribution a tester, 266
Fonctionnalités supplémentaires, 268
Options, 268
statistiques, 268
Valeurs manquantes, 268
Test M de Box
Analyse discriminante, 156
test pour échantillons indépendants
tests non paramétriques, 232
Test Q de Cochran
Tests non paramétriques pour échantillons liés, 214, 216
Test T
dans GLM - Univarié, 70
Test T pour échantillon unique, 52
Test T pour échantillons appariés, 50
Test T pour échantillons indépendants, 47
Test ¢ de Dunnett
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
Test ¢ de Sidak
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
test ¢ de Student, 47
Test ¢ de Waller-Duncan
Dans ANOVA a 1 facteur, 56
GLM, 66
Test ¢ dépendant
Test T pour échantillons appariés, 50
test ¢ pour deux échantillons
Test T pour échantillons indépendants, 47
Test T pour échantillon unique, 52
Fonctionnalités supplémentaires, 53
Intervalles de confiance, 53
Options, 53
Valeurs manquantes, 53
Test T pour échantillons appariés, 50
Options, 51
Sélection de variables appariées, 50
Valeurs manquantes, 51
Test T pour échantillons indépendants, 47
Définition de groupes, 49
Intervalles de confiance, 49
Options, 49
Valeurs manquantes, 49
Variables chaine, 49
Variables de regroupement, 49
Tests de colinéarité
Dans la régression linéaire, 109
Tests de I’indépendance
Khi-deux, 25
Tests de linéarité
Dans Moyennes, 38

Index

Tests de normalité
Dans Explorer, 19
Tests d’homogénéité de la variance
Dans ANOVA a 1 facteur, 58
dans GLM - Univarié, 70
tests non paramétriques
Tests pour deux échantillons indépendants, 268
Tests non paramétriques
Khi-deux, 244
Suites en séquences, 264
Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon, 266
Tests pour deux échantillons liés, 271
Tests pour plusieurs échantillons indépendants, 273
Tests pour plusieurs échantillons liés, 276
vue du modéle, 218
Tests non paramétriques a un échantillon, 199
champs, 200
suites en séquences, 205
test binomial, 202
Test de Kolmogorov-Smirnov, 204
test du Khi-deux, 203
Tests non paramétriques pour échantillons indépendants,
206
Onglet Champs, 208
Tests non paramétriques pour échantillons liés, 211
champs, 213
Test de McNemar, 215
Test Q de Cochran, 216
Tests pour deux échantillons indépendants, 268
Définition de groupes, 270
Fonctionnalités supplémentaires, 271
Options, 271
statistiques, 271
Types de test, 269
Valeurs manquantes, 271
Variables de regroupement, 270
Tests pour deux échantillons li¢s, 271
Fonctionnalités supplémentaires, 273
Options, 273
statistiques, 273
Types de test, 272
Valeurs manquantes, 273
Tests pour plusieurs échantillons indépendants, 273
Définition de I’intervalle, 275
Fonctionnalités supplémentaires, 276
Options, 275
statistiques, 275
Types de test, 274
Valeurs manquantes, 275
Variables de regroupement, 275
Tests pour plusieurs échantillons liés, 276
Fonctionnalités supplémentaires, 278
statistiques, 277
Types de test, 277
titres
Dans les cubes OLAP, 46
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Index
Tolérance Variables de controle

Dans la régression linéaire, 109 Tableaux croisés, 23
Totaux généraux Variance

Dans les tableaux de bord en colonnes, 298 Dans Explorer, 18
Tukey Dans les cubes OLAP, 43

Dans Explorer, 18 dans les Descriptives, 14

Dans les effectifs, 9
) Dans les tableaux de bord en colonnes, 295

U de Mann-Whitney . ) Dans les tableaux de bord en lignes, 289

Tests pour deux échantillons indépendants, 269 Dans Moyennes, 38

Dans Récapituler, 33
vecteurs multiréponses
Livre de codes, 1
viewer de classes
a propos des modeles de classe, 176
affichage du contenu des cellules, 181
Apergu, 177
comparaison des classes, 185
distribution des cellules, 184
faire basculer les classes et les caractéristiques, 180
filtrage des enregistrements, 187
importance des valeurs prédites, 182
récapitulatif du modele, 178
taille des classes, 183
transposer les classes et les caractéristiques, 180
trier I’affichage des caractéristiques, 181
trier I’affichage des classes, 181
trier le contenu des cellules, 181
trier les caractéristiques, 181
trier les classes, 181
Utilisation, 186
vue de base, 182
vue de comparaison des classes, 185
vue de la distribution des cellules, 184
vue de la taille des classes, 183
vue de I’importance des variables prédites de classe, 182
vue des centres de classes, 179
vue des classes, 179
vue récapitulative, 178
visualisation

V' de Crameré
Tableaux croisés, 25
V de Rao
Analyse discriminante, 157
valeurs €loignées
Dans la régression linéaire, 105
Dans I’analyse TwoStep Cluster, 173
Valeurs éloignées
Dans Explorer, 18
valeurs extrémes
Dans Explorer, 18
Valeurs influentes
Dans la régression linéaire, 107
GLM, 68
Valeurs manquantes
Corrélations bivariées, 75
Dans Analyse factorielle, 168
Dans ANOVA a 1 facteur, 58
Dans Corrélations partielles, 77
Dans Courbe ROC, 315
Dans Explorer, 20
Dans la régression linéaire, 111
dans I’analyse du voisin le plus proche, 140
Dans les suites en séquences, 266
Dans les tableaux croisés des réponses multiples, 285
Dans les tableaux de bord en colonnes, 298
Dans les tableaux de bord en lignes, 291
Dans les tableaux de fréquences des réponses multiples,

281 . . .
Dans Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon, modgles dF classification, 177
268 vue du modéle

dans I’analyse du voisin le plus proche, 141

Test binomial, 264 Tests non paramétriques, 218

Test du Khi-deux, 246

Test T pour échantillon unique, 53
Test T pour échantillons appariés, 51 W de Kendall

Test T pour échantillons indépendants, 49 Dans les tests pour plusieurs échantillons liés, 277
Tests pour deux échantillons indépendants, 271

Tests pour deux échantillons li¢s, 273

Tests pour plusieurs échantillons indépendants, 275 Z de Kolmogorov-Smirnov

Valeurs propres Dans Test Kolmogorov-Smirnov pour un échantillon,
Dans Analyse factorielle, 163—164 266
Dans la régression linéaire, 109 Tests pour deux échantillons indépendants, 269

Valeurs standardisées

dans les Descriptives, 13
Variable de sélection

Dans la régression linéaire, 105
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