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Preface

IBM® SPSS® Statistics est un systéeme complet d’analyse de données. Le module complémentaire
facultatif Complex Samples fournit les techniques d’analyse supplémentaires décrites dans ce
manuel. Le module complémentaire Complex Samples doit &tre utilisé avec le systéme central
SPSS Statistics auquel il est entiérement intégré.

A propos de IBM Business Analytics

Le logiciel IBM Business Analytics offre des informations complétes, cohérentes et précises
permettant aux preneurs de décision d’améliorer leurs performances professionnelles. Un
portefeuille complet de solutions de business intelligence, d’analyses prédictives, de performance
financiére et de gestion de la stratégie, et d’applications analytiques permet une connaissance
claire et immédiate et offre des possibilités d’actions sur les performances actuelles et la capacité
de prédire les résultats futurs. En combinant des solutions du secteur, des pratiques prouvées et des
services professionnels, les entreprises de toute taille peuvent générer la plus grande productivité,
automatiser les décisions en toute confiance et apporter de meilleurs résultats.

Dans le cadre de ce portefeuille, le logiciel IBM SPSS Predictive Analytics aide les entreprises a
prédire des événements futurs et a agir de maniére proactive en fonction de ces prédictions pour
apporter de meilleurs résultats. Des clients dans les domaines commerciaux, gouvernementaux et
académiques se servent de la technologie IBM SPSS comme d’un avantage concurrentiel pour
attirer ou retenir des clients, tout en réduisant les risques liés a I’incertitude et a la fraude. En
intégrant le logiciel IBM SPSS a leurs opérations quotidiennes, les entreprises peuvent effectuer
des prévisions, et sont capables de diriger et d’automatiser leurs décisions afin d’atteindre

leurs objectifs commerciaux et d’obtenir des avantages concurrentiels mesurables. Pour plus
d’informations ou pour contacter un représentant, visitez le site http.//www.ibm.com/spss.

Support technique

Un support technique est disponible pour les clients du service de maintenance. Les clients
peuvent contacter I’assistance technique pour obtenir de 1’aide concernant 1’utilisation des produits
IBM Corp. ou I’installation dans I’un des environnements matériels pris en charge. Pour contacter
I’assistance technique, visitez le site IBM Corp. a 1’adresse Attp://www.ibm.com/support. Votre
nom, celui de votre société, ainsi que votre contrat d’assistance vous seront demandés.

Support technique pour les étudiants

Si vous étes un étudiant qui utilise la version pour étudiant, personnel de 1’éducation ou diplomé
d’un produit logiciel IBM SPSS, veuillez consulter les pages Solutions pour 1’éducation
(http://www.ibm.com/spss/rd/students/) consacrées aux étudiants. Si vous €tes un étudiant utilisant
une copie du logiciel IBM SPSS fournie par votre université, veuillez contacter le coordinateur
des produits IBM SPSS de votre université.
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Service clients

Si vous avez des questions concernant votre livraison ou votre compte, contactez votre bureau
local. Veuillez préparer et conserver votre numéro de série a portée de main pour 1’identification.

Séminaires de formation

IBM Corp. propose des séminaires de formation, publics et sur site. Tous les séminaires
font appel a des ateliers de travaux pratiques. Ces séminaires seront proposés réguliérement
dans les grandes villes. Pour plus d’informations sur ces séminaires, accédez au site
http://www.ibm.com/software/analytics/spss/training.

Documents suppléementaires

Les ouvrages SPSS Statistics : Guide to Data Analysis, SPSS Statistics : Statistical Procedures
Companion, et SPSS Statistics : Advanced Statistical Procedures Companion, écrits par Marija
Norusis et publiés par Prentice Hall, sont suggérés comme documentation supplémentaire. Ces
publications présentent les procédures statistiques des modules SPSS Statistics Base, Advanced
Statistics et Regression. Que vous soyez novice dans les analyses de données ou prét a utiliser des
applications plus avancées, ces ouvrages vous aideront a exploiter au mieux les fonctionnalités
offertes par IBM® SPSS® Statistics. Pour obtenir des informations supplémentaires y compris

le contenu des publications et des extraits de chapitres, visitez le site web de 1’auteur :
http://www.norusis.com
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Chapitre

Introduction aux procedures
d’échantillons complexes

Les procédures d’analyse effectuées dans les logiciels traditionnels se basent sur les observations
d’un fichier de données qui ne représentent qu’un échantillon aléatoire simple de la population
ciblée. De nombreuses entreprises et de nombreux chercheurs trouvent cela insuffisant et estiment
qu’il est plus économique et pratique d’obtenir des échantillons de fagon plus structurée.

L’option Echantillons complexes vous permet de sélectionner un échantillon en fonction d’un
plan complexe et d’incorporer les spécifications de plan dans 1’analyse de données, garantissant
ainsi la validité des résultats.

Propriétés des échantillons complexes

Un échantillon complexe peut différer d’un échantillon aléatoire simple de plusieurs fagons. Dans
un échantillon aléatoire simple, des unités d’échantillonnage individuelles sont sélectionnées
aléatoirement a probabilité égale et sans remplacement (WOR), directement dans la population
entiére. A 1’opposé, un échantillon complexe spécifique peut avoir une partie ou la totalité des
fonctions suivantes :

Stratification : Un échantillonnage stratifié nécessite de sélectionner des échantillons
indépendamment dans des sous-groupes de population ou des strates qui ne se chevauchent pas.
Par exemple, les strates peuvent étre des groupes socioéconomiques, des modalités d’emploi, des
groupes d’age ou des groupes ethniques. La stratification vous garantit des tailles d’échantillons
adéquates pour les sous-groupes d’intérét, améliore la précision des estimations globales et permet
d’utiliser différentes méthodes d’échantillonnage strate par strate.

Classification : L’¢échantillonnage en grappe nécessite la sélection de groupes d’unités
d’échantillonnage ou de classes. Par exemple, les classes peuvent étre des écoles, des hopitaux ou
des zones géographiques, et les unités d’échantillonnage peuvent étre des étudiants, des patients
ou des habitants. La classification est commune dans les plans a plusieurs phases et dans les
échantillons de zones (géographiques).

Phases multiples : Dans un échantillonnage a plusieurs phases, vous sélectionnez un échantillon
de premicre phase basé sur les classes. Vous créez ensuite un échantillon de deuxiéme phase en
créant des sous-échantillons a partir des classes sélectionnées. Si I’échantillon de la deuxiéme
phase se base sur les sous-classes, vous pouvez ajouter une troisiéme phase a I’échantillon. Par
exemple, dans la premiére phase d’un sondage, vous pouvez créer un échantillon de villes. Vous
pouvez ensuite échantillonner les ménages a partir des villes sélectionnées. Enfin, vous pouvez
interroger les individus composant les ménages sélectionnés. Les assistants d’échantillonnage et
de préparation d’analyse vous permettent de définir un plan en trois phases.

Echantillonnage non aléatoire. Lorsqu’il est difficile d’obtenir une sélection aléatoirement, les
unités peuvent étre échantillonnées systématiquement (a intervalles fixes) ou séquentiellement.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 1
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Chapitre 1

Probabilités de sélection inégales : Lors de 1’échantillonnage de classes contenant des nombres
d’unités inégaux, vous pouvez utiliser 1’échantillonnage de probabilité proportionnelle a la taille
(probability proportional to size - PPS) pour qu’une probabilité de sélection de classe soit égale a
la proportion d’unités qu’elle contient. L’échantillonnage PPS peut également utiliser des schémas
de pondération plus généraux pour sélectionner les unités.

Echantillonnage sans restriction : Un échantillonnage sans restricition sélectionne des unités avec
remplacement (WR). Par conséquent, une unité individuelle peut étre sélectionnée plusieurs
fois pour I’échantillon.

Pondérations d'échantillonnage : Les pondérations d’échantillonnage sont automatiquement
calculées lors de la création d’un plan complexe et correspondent idéalement a la « fréquence

» de chaque unité d’échantillonnage dans la population cible. Par conséquent, la somme des
pondérations de I’échantillon doit estimer la taille de la population. Les procédures d’analyse
d’échantillons complexes nécessitent des pondérations d’échantillonnage pour analyser
correctement un échantillon complexe. Ces pondérations doivent étre entierement utilisées dans
le module Echantillonnage et ne doivent pas étre utilisées avec d’autres procédures d’analyse
via la procédure Observations pondérées, qui traite les pondérations comme des réplications
d’observations.

Utilisation des procédures Echantillons complexes

Votre utilisation des procédures Echantillons complexes dépend de vos besoins. Les principaux «
types » d’utilisateurs sont ceux qui :

m Planifient et ménent des sondages en fonction de plans complexes et qui analysent
éventuellement 1’échantillon ultérieurement L’outil principal des sondeurs est I’ Assistant
d’échantillonnage.

B Analysent les fichiers de données d’échantillons précédemment obtenus en fonction de plans
complexes. Avant d’utiliser les procédures d’analyse d’échantillons complexes, vous devez
utiliser 1’ Assistant de préparation d’analyse.

Indépendamment du type d’utilisateur que vous étes, vous devez fournir les informations sur le
plan dans les procédures d’échantillons complexes. Ces informations sont stockées dans un
fichier de plan, pour que vous puissiez les réutiliser rapidement.

Fichiers de plan

Un fichier de plan contient les spécifications des échantillons complexes. Il existe deux types
de fichiers de plan :

Plan d’échantillonnage : Les spécifications fournies dans 1’assistant d’échantillonnage définissent
un plan d’échantillonnage utilisé pour réaliser un échantillon complexe. Le fichier de plan
d’échantillonnage contient ces spécifications. Le fichier de plan d’échantillonnage contient
également un plan d’analyse par défaut qui utilise les méthodes d’estimation appropriées pour
le plan d’échantillonnage spécifié.
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Plan d'analyse : Contient des informations nécessaires aux procédures d’analyse d’échantillons
complexes. Ces informations permettent de calculer correctement les estimations de variance d’un
échantillon complexe. Le plan contient la structure de 1’échantillon, les méthodes d’estimation de
chaque phase et les références aux variables requises, telles que les pondérations d’échantillon.
L’assistant de préparation d’analyse vous permet de créer et de modifier les plans d’analyse.

L’enregistrement de vos spécifications dans un fichier de plan présente plusieurs avantages :

®  Un sondeur peut indiquer la premiere phase d’un plan d’échantillonnage a plusieurs phases et
créer les unités de la premicre phase immédiatement, collecter les informations sur les unités
d’échantillonnage de la deuxiéme phase, puis modifier le plan d’échantillonnage afin d’y
inclure la deuxiéme phase.

®  Un analyste qui n’a pas acces au fichier de plan d’échantillonnage peut spécifier un plan
d’analyse et faire référence a ce plan depuis chaque procédure d’analyse d’échantillons
complexes.

B e créateur d’échantillons d’usage public & grande échelle peut publier le fichier de plan
d’échantillonnage ; ainsi, les instructions sont simplifiées pour les analystes et ceux-ci ne sont
pas dans 1’obligation de spécifier leurs propres plans d’analyse.

Références supplémentaires

Pour plus d’informations sur les techniques d’échantillonnage, reportez-vous aux textes suivants :
Cochran, W. G. 1977. Sampling Techniques, 3rd éd. New York: John Wiley and Sons.

Kish, L. 1965. Survey Sampling. New York: John Wiley and Sons.

Kish, L. 1987. Statistical Design for Research. New York: John Wiley and Sons.

Murthy, M. N. 1967. Sampling Theory and Methods. Calcutta, Inde: Statistical Publishing Society.

Sarndal, C., B. Swensson, et J. Wretman. 1992. Model Assisted Survey Sampling. New York:
Springer-Verlag.



Echantillonnage depuis un plan
complexe

Figure 2-1
Etape Bienvenue de 'assistant d'échantillonnage
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“ous pouves egalement utilizer 'sssistant pour modifier un plan d'échantilonnage ou réalizer un échantillon en fonction d'un plan existant.

Sélectionnez cette option 2i vous n'avez créé aucun

Fichier : 4
fichier de plan. Yous aurez la possibilité de réalizer 3 RIopErty._assess o

[Parcourir... ]

I'&chantillon.
(%] Modifier un plan d'échartilonnzge

Sélectionnez cette option si vous souhaiter ajouter,
supprimer ou modifier les etapes d'un plan existant.
Wous aurez |a possihilité de réalizer I'Echantillon.

© Réalizer un échartilon

Sélectionnez cette option 2i vous disposez déjd d'un
fichier de plan et souhsitez réalizer un echantillon.

iner [ Annuler ” Aide ]

L’assistant d’échantillonnage vous guide lors de la création, de la modification ou de I’exécution
d’un fichier de plan d’échantillonnage. Avant d’utiliser 1’assistant, pensez a définir précisément la

population cible, la liste des unités d’échantillonnage et le plan d’échantillonnage.

Création d’un plan d’échantillonnage

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Sélectionner un échantillon...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 4
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Sélectionnez Concevoir un échantillon et choisissez le nom de fichier de plan sous lequel enregistrer
le plan d’échantillonnage.

Cliquez sur Suivant pour poursuivre la procédure avec 1’assistant.

A I’étape Variables du plan, vous pouvez éventuellement définir des strates, des classes et saisir
des pondérations d’échantillon. Une fois ces éléments définis, cliquez sur Suivant.

A I’étape Méthode d’échantillonnage, vous pouvez éventuellement choisir une méthode de
sélection des ¢léments.

Si vous sélectionnez I’échantillonnage de Brewer ou de Murthy avec PPS, vous pouvez cliquer sur
Fin pour réaliser I’échantillon. Sinon, cliquez sur Suivant, puis effectuez les opérations suivantes :

A I’étape Taille de I’échantillon, spécifiez le nombre ou la proportion d’unités a échantillonner.

Vous pouvez désormais cliquer sur Fin pour réaliser 1’échantillon.

Les étapes suivantes sont facultatives. Elles permettent :
B Sélectionnez les variables destination a enregistrer.
B D’ajouter une deuxiéme ou une troisiéme €tape au plan.

m  Définissez les différentes options de sélection : phases auxquelles les échantillons sont
réalisés, générateur de nombre aléatoire. Indiquez également si les valeurs utilisateur
manquantes doivent étre traitées comme valeurs valides des variables de plan.

m  Sélectionnez I’emplacement d’enregistrement des données de résultat.

®  De coller vos sélections en tant que syntaxe de commande.
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Assistant d’échantillonnage : Variables du plan

Figure 2-2
Etape Variables de plan de I'assistant d'échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 ; Yariables du plan

Dans ce panel, vous pouvez stratifier votre chantillon ou définir des classes. Wous pouvez également fournir une etiquette pour 'Stape qui sera
utilizée dans le résuttat.

5i des pondérations d'échantilonnage provenant d'une &tape précedente du plan d'échantilonnage existent, vous pouver vous en servir comme
entrée pour 'Stape en cours.

: Bienvenue Yartiahles | Stratifier par
8 & Eape 1 _ & D proprigté [propi] &) Département [county]
P ariables du plan &) “Yoiginnage [nbrhood]

Methiode & Durée depuis s dermiére évaluatio...
Taille de 'Echartilon +

f “aleur lors de la derniére &valuati...

& . Clagses :

&5 ville ftovwn]

Saisir une pondération o' échartillon :

|

Etiguette d'étape : |

@ = zection incompléte

[q Précédent [ Annuler ][ Aide ]

Cette étape vous permet de sélectionner les variables de stratification et de classification, et de
définir la saisie des pondérations d’échantillon. Vous pouvez également spécifier une étiquette
pour cette étape.

Stratifier par : La classification croisée des variables de stratification définit des sous-populations
distinctes, ou strates. Des échantillons distincts sont disponibles pour chaque strate. Pour
améliorer la précision de vos estimations, les unités comprises dans les strates doivent étre
homogeénes pour les caractéristiques d’intérét.

Classes. Les variables de grappe définissent les groupes d’unités d’observation, ou classes. Les
classes sont utiles lorsque 1’échantillonnage direct des unités d’observation de la population

est coliteux ou impossible. Vous pouvez alors échantillonner des classes de population, puis
échantillonner des unités d’observation a partir des classes sélectionnées. Cependant, 1’utilisation
de classes peut créer des corrélations entre les unités d’échantillonnage. Il peut donc en résulter
une perte de précision. Pour minimiser ce risque, les unités comprises dans les classes doivent
&tre hétérogeénes pour les caractéristiques d’intérét. Vous devez définir au moins une variable de
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grappe afin de concevoir un plan a plusieurs phases. Les classes sont également nécessaires pour
utiliser plusieurs méthodes d’échantillonnage. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Assistant d’échantillonnage : Méthode d’échantillonnage sur p. 8.

Saisie de pondération d'échantillon. Si le plan d’échantillonnage actuel fait partie d’un plan
d’échantillon plus important, vous devez disposer des pondérations d’échantillon du plan plus
important (obtenues lors d’une phase précédente). Vous pouvez spécifier une variable numérique
contenant ces pondérations dans la premiére phase du plan actuel. Les pondérations d’échantillon
sont automatiquement calculées pour les étapes suivantes du plan actuel.

Etiquette d'étape. Vous pouvez spécifier une étiquette de type chaine de caractéres pour chaque
étape. Elle est utilisée dans le résultat pour identifier les informations de chaque étape.

Remarque : La liste des variables source compile le contenu obtenu lors de I’exécution des étapes
de I’assistant. En d’autres termes, les variables supprimées de la liste source a une étape sont
supprimées de toutes les étapes dans la liste. Les variables renvoyées a la liste source apparaissent
dans Ia liste de toutes les étapes.

Contréles d’arbre de navigation de I'assistant d’échantillonnage

Chaque étape de 1’assistant d’échantillonnage dispose a sa gauche d’une légende. Vous pouvez
parcourir I’assistant en cliquant sur le nom d’une étape disponible dans la I1égende. Les étapes
sont disponibles tant que les étapes précédentes sont valides. Cela signifie qu’elles le sont si
chaque étape précédente a fourni les spécifications minimales requises pour cette étape. Pour plus
d’informations sur les raisons de I’invalidité d’une étape, reportez-vous a I’aide de chaque étape.
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Assistant d’échantillonnage : Méthode d’échantillonnage

Figure 2-3

Etape Méthode d’échantillonnage - Assistant d'échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 : Méthode d'échantilonnage

Taille ce Méchantilon

; Eienvenue
=R @ Etape 1 6§9
' “ariables du plan o
g =}
P Méthode p

@ = zection incompléte

(= précédent | [ Subant = ]

Dans ce panel, vous pouver choizir l& mode de sélection d'éléments dans le fichier de données de travail. Si vous choisizzex une méthode
d'echantillonnage de probabilte proportionnelle & la taille (PPS), vous devez également indiguer une mesure de la taile (MOS).

Méthode
Tvpe: :Echamillonnage aléatoire simple - |
@ zanz remize (ADR)
D Avec remize WR)
[T Utiliser une estimation WR pour l'analyse
5)
> |

[ Annuler ] [ Ajde ]

Cette étape vous permet de spécifier le mode de sélection des observations depuis 1’ensemble

de données actif.

Méthode : Les commandes de ce groupe sont utilisées pour choisir une méthode de sélection.
Certains types d’échantillonnage vous permettent de choisir entre un échantillonnage avec
remplacement (WR) ou sans remplacement (WOR). Pour plus d’informations, reportez-vous
aux descriptions des types d’échantillonnage. Certains types de probabilité proportionnelle a

la taille (PPS) ne sont disponibles que lorsque les classes ont été définies. Tous les types PPS
ne sont disponibles que dans la premicre phase d’un plan. En outre, les méthodes WR ne sont

disponibles que dans 1’étape finale d’un plan.

m Echantillonnage aléatoire simple. Les unités sont sélectionnées a probabilité égale. Elles
peuvent étre sélectionnées avec ou sans remplacement.
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m  Systématique simple. Les unités sont sélectionnées a intervalles fixes dans le cadre
d’échantillonnage (ou les strates, si celles-ci ont été spécifiées) et extraites sans remplacement.
Une unité sélectionnée aléatoirement dans le premier intervalle est définie comme point
de départ.

m  Séquentiel simple. Les unités sont sélectionnées séquentiellement a probabilité égale et sans
remplacement.

m PPS : Méthode de premiére phase qui effectue une sélection aléatoire avec probabilité
proportionnelle a la taille. N’importe quelle unité peut étre sélectionnée avec remplacement ;
seules les classes peuvent étre échantillonnées sans remplacement.

m  Systématique avec PPS : Méthode de premiére phase qui effectue une sélection systématique
des unités avec probabilité proportionnelle a la taille. Elles sont sélectionnées sans
remplacement.

m  Séquentiel avec PPS : Méthode de premicre phase qui effectue une sélection séquentielle des
unités avec probabilité proportionnelle a la taille de la classe et sans remplacement.

m  Brewer avec PPS : Méthode de premiere phase qui sélectionne deux classes dans chaque strate
avec probabilité proportionnelle a la taille de la classe et sans remplacement. Une variable de
grappe doit étre spécifiée pour que cette méthode puisse étre utilisée.

®  PPS Murthy : Méthode de premiére phase qui sélectionne deux classes dans chaque strate avec
probabilité proportionnelle a la taille de la classe et sans remplacement. Une variable de
grappe doit étre spécifiée pour que cette méthode puisse étre utilisée.

m  Sampford avec PPS : Méthode de premiére phase qui sélectionne plus de deux classes dans
chaque strate avec probabilité proportionnelle a la taille de la classe et sans remplacement.
Il s’agit d’une extension de la méthode Brewer. Une variable de grappe doit étre spécifiée
pour que cette méthode puisse étre utilisée.

m Utiliser une estimation WR pour I'analyse : Par défaut, une méthode d’estimation est spécifiée
dans le fichier de plan. Celle-ci est adaptée a la méthode d’échantillonnage sélectionnée.
Cela vous permet d’utiliser une estimation avec remplacement, méme si la méthode
d’échantillonnage nécessite une estimation sans remplacement. Cette option n’est disponible
que dans la phase 1.

Mesure de la taille (MOS) : Si une méthode PPS est sélectionnée, vous devez spécifier une mesure
de taille permettant de définir la taille de chaque unité. Ces tailles peuvent étre définies dans
une variable, ou calculées a partir des données. Vous pouvez éventuellement définir des limites
inférieure et supérieure dans la mesure de taille, qui ignorent les valeurs trouvées dans la variable
de mesure de taille ou calculées a partir des données. Ces options ne sont disponibles que dans
la phase 1.
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Assistant d’échantillonnage : Taille de I'échantillon :

Figure 2-4
Etape Taille de I'échantillon de I'assistant d’échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 : Taille de I'échartillon

Dans ce panel, vous pouvez indiguer le nombre ou la proportion d'unités & échantilonner & 'étape en cours. La taille de 'échartilon peut &tre fixe dans
l'ensemble des strates ou warier en fonction des différentes strates.

Si vous indiguez des tailes d'échantillan sous |a farme de propartions, vous pouvez Egalemert définiv le nombre minimal ou maximal d'unités & créer.

Eienvenue

£

_ Etape 1

i Yariables du plan
hiéthode

P Taille de Méchantilon

Yariables destinstion
Récapitulatit

Ajouter 'Stape 2

~ Réaliser un échantilon

Options de sélection
Fichiers e résultsts
Exécution

4
L,

’
’

Untés: |Effectits = |
@ Waleur :
La valeur de taille
l:l ='appligue & chague strate.

(@] Valeurs inégales pour les strates ©

© Lire les valeurs & partir de la variakle :

o |

(= Précegent | | Suivent -

[ L ][ Annuler ][ Aide ]

Cette phase vous permet de spécifier le nombre ou la proportion d’unités a échantillonner dans la
phase en cours. La taille de I’échantillon peut étre fixe ou varier en fonction des strates. Pour
spécifier la taille de I’échantillon, les classes choisies dans les phases précédentes peuvent étre

utilisées pour définir les strates.

Unités : Vous pouvez spécifier une taille d’échantillon exacte ou une proportion d’unités a
¢échantillonner.

Valeur : Une valeur unique est appliquée a toutes les strates. Si vous sélectionnez Effectifs
comme unité de mesure, vous devez saisir un entier positif. Si vous sélectionnez Proportions,
vous devez saisir une valeur non négative. A moins qu’il ne s’agisse d’un échantillonnage
avec remplacement, les valeurs de proportion ne doivent également pas étre supérieures a 1.
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®m Valeurs inégales pour les strates : Vous permet de saisir les tailles pour chaque strate via la
boite de dialogue Définition de tailles inégales.

®m Lire les valeurs a partir de la variable : Vous permet de sélectionner une variable numérique
contenant les valeurs de taille des strates.

Si vous sélectionnez Proportions, vous pouvez éventuellement définir des limites inférieure et
supérieure pour le nombre d’unités échantillonnées.

Définition de tailles inégales

Figure 2-5
Boite de dialogue Définition de tailles inégales

FH Définition de tailles inégales

Spécifications de taile : W Exclure :
county Effectif

Certre

S

Mord

Ouest

=~ @ k|

Rafraichir les strates

La boite de dialogue Définition de tailles inégales vous permet de saisir des tailles par strate.

Grille des spécifications de taille : La grille affiche les classifications croisées de 5 variables de
strates ou de classes maximum avec une combinaison strate/classe par ligne. Les variables de
grille sélectionnables incluent toutes les variables de stratification de la phase en cours et des
phases précédentes, ainsi que les variables de grappes des phases précédentes. Les variables
peuvent &tre réorganisées dans la grille ou déplacées dans la liste Exclure. Saisissez les tailles
dans la colonne située a I’extréme droite. Cliquez sur Etiquettes ou sur Valeurs pour afficher les
valeurs d’étiquettes ou les valeurs de données des variables de stratification et de classe dans les
cellules de la grille. Les cellules contenant des valeurs non étiquetées affichent toujours des
valeurs. Cliquez sur Rafraichir les strates pour que la grille affiche chaque combinaison de valeurs
de données étiquetées des variables dans la grille.

Exclure : Pour spécifier les tailles d’un sous-ensemble de combinaisons de strate/classe, déplacez
une ou plusieurs valeurs dans la liste Exclure. Ces variables ne sont pas utilisées pour définir
les tailles des échantillons.



12

Chapitre 2

Assistant d’échantillonnage : Variables destination

Figure 2-6
Etape Variables destination de I'assistant d’échantillonnage

Assistant d'échantillonnage

Etape 1 : Wariables destination

Dans ce panel, vous pouver sélectionner les variables & enregistrer lors de la réalization de 'Echartillon. Ces varisbles contiennent des informations
=ur ['echantilon ou la population pour 'Stape en cours. Sil'echartilon est stratifie, le= variables incluent les données de chague strate.

Eienvenue
_ Etape 1
i Yariables du plan
Méthode
Taille ce Méchantilon
b “variables destinstion i o
Récapitulati || Taille de: 'Echartillon || Pancération d'échartilon
Ajouter 'Stape 2
~ Réaliser un échantilon
; Options de sélection ,i 4 Les probabilités dinclusion, ainsi que les pondérations d'échartilon cumulées et finales sont
S

Gueles varishles souhaitez-vaus enregistrer 7

Taille de la populstion

Fichiers de résultats toujours enregistrées,

Exécution Les index de duplication sont créés automatiguement lorsgue le plan exige un échartilonnage avec
remplacement.

(= pracédent ||| Suvant =) Terminer || annuer || aide |

Cette étape vous permet de choisir des variables a enregistrer lors de la réalisation de I’échantillon.

Taille de la population. Nombre d’unités estimées dans la population d’une phase spécifique. Le
nom racine de la variable enregistrée est PopulationSize .

Proportion d’échantillon : Taux d’échantillonnage & une phase spécifique. Le nom racine de la
variable enregistrée est SamplingRate .

Taille de I'échantillon : Nombre d’unités réalisées a une phase spécifique. Le nom racine de la
variable enregistrée est SampleSize .

Pondération d’échantillon : L’inverse des probabilités d’inclusion. Le nom racine de la variable
enregistrée est SampleWeight .
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Certaines variables définies au cours des différentes étapes sont générées automatiquement.
Parmi celles-ci, notons :

Probabilités d’inclusion : Proportion des unités réalisées a une phase spécifique. Le nom racine de
la variable enregistrée est InclusionProbability .

Pondération cumulée : Pondération d’échantillon cumulée entre les phases précédentes et la phase
actuelle incluse. Le nom racine de la variable enregistrée est SampleWeightCumulative .

Index : Identifie les unités sélectionnées plusieurs fois dans une phase spécifique. Le nom racine
de la variable enregistrée est Index .

Remarque : Les noms racine des variables enregistrées contiennent un suffixe entier faisant
référence au numéro de phase—par exemple, PopulationSize I _est la taille de population
enregistrée de la phase 1.

Assistant d’échantillonnage : Récapitulatif du plan

Figure 2-7
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 : Récapitulatit du plan
Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage utilise juzgu'a prézent. Wous pouvez ajouter une autre etape au plan.

Si vous choizizsez de ne pas ajouter d'étape suivante, la prochaine étape consiste & définir des options pour réaliser votre échantillon.

L R Reécapitulatit :
& . Etepeyl Etape |E‘tiqueﬂe Strates |Classes Taille |Méth0de
Wariakles U plan 1 (Aueun county towen 4 par strate Echantillann:
hiéthode re simplet

Taille ce Méchantilon
“ariahles destination
P Récapitulatit

Ajouter 'Stape 2

& . Reéaliser un échantillon Fichier : Cproperty_assess csplan
i Options de sélection
Fichiers de résultats Souhaitez-vous sjouter 'Stape 2 7
Exécution @ Qui, sjouter 'étape 2 maintenant ©) Mon, ne pas sjouter d'autre étape maintenant
Sélectionner cette option =i le fichier de Sélectionnez cette option si les données de '‘Stape 2
données de travail contient les données ne sont pas encore disponibles ou si votre plan ne
de I'étape 2. campatte guune seule Etape.

(= Précésert | | Suivan

[ Annuler ] [ Ajde ]
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11 s’agit de la derniére étape de chaque phase ; elle fournit un récapitulatif des spécifications du

plan d’échantillonnage dans la phase actuelle. Vous pouvez ensuite soit passer a la phase suivante

(en la créant, si nécessaire), soit définir les options de réalisation de 1’échantillon.

Assistant d’échantillonnage : Réalisation de I'échantillon : Options

de sélection
Figure 2-8

Etape Réalisation de I’échantillon : Options de sélection de I'assistant d’échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Réalizer un échantillon | Optionz de sélection

Dans ce panel, vous pouver choizir de réalizer un échantilon. Wous pouver choisir les étapes & extraire et définir d'autres options d'echantilonnage,
telles que le générateur utilize pour créer des nombres aléatoires.

Eienvenue
EI Etape 1
Yariables du plan
Méthode
Taille ce Méchantilon
“ariahles destination
Récapitulatit
B Hape2
Yariables du plan
Méthode
Taille ce Méchantilon
“ariahles destination
Récapitulatit
Ajouter 'Stape 3
B Réaliger un échantillon
P Options de sélection
Fichiers e résultsts

Exécution

Souhsitez-wous réslizer un échantilon 7

@) Qui Etapes: |Tous (1,21 ™

© rMan

Quel type de valeur de générateur souhatez-vous utilizer #

@ un niambre chioizi de fagon aléatoirs

Entrex une valeur de générateur personnalizée si vous

@ waleur personnalisée : p it 3 S
P souhaiter reproduire Mechartilon ultérisurement.

Inclure dans les observations de cadre o' échantillon contenant des valeurs
mancuantes utilissteur pour les variables de stratification ou de classification

F Le=s donnees de travail sont triées par variables de stratification (de= données
prealablement triges peuvent accélérer le tratement)

[: Précédent] [ Terminer ][ Annuler ][ Ajde ]

Cette étape vous permet de choisir de réaliser un échantillon. Vous pouvez également contrdler
d’autres options d’échantillonnage telles que la gestion du générateur aléatoire et des valeurs

mangquantes.

Reéaliser un échantillon :

Outre le fait de choisir de réaliser un échantillon, vous pouvez également

choisir d’exécuter une partie du plan d’échantillonnage. Les phases doivent étre réalisées dans
I’ordre—cela signifie que la phase 2 ne peut pas étre réalisée avant la réalisation de la phase 1.
Lors de la modification ou de 1’exécution d’un plan, vous ne pouvez pas rééchantillonner les

phases verrouillées.
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Graine : Vous permet d’attribuer une valeur au générateur utilisé pour les nombres aléatoires.

Inclure les valeurs manquantes spécifiées : Permet de déterminer si les valeurs manquantes
spécifiées par ’utilisateur sont valides. Si c’est le cas, les valeurs manquantes spécifiées par
’utilisateur sont traitées séparément.

Données déja triées : Si votre cadre d’échantillon est prétrié¢ par les valeurs des variables de
stratification, cette option vous permet d’accélérer le processus de sélection.

Assistant d’échantillonnage : Réalisation de I'échantillon : Fichiers
de résultats

Figure 2-9
Etape Réalisation de I'échantillon : Fichiers de résultats de I'assistant d’échantillonnage

HH Assistant d'échantillonnage

Réalizer un échantillon : Fichiers de résuttats

Dang ce panel, vous pouvez choizir l'emplacement o' enregistrement des données de résultat d'échantillon. Yous devez enregistrer les obeervations

echartilonnées dans un fichier externe =i 'Schantilonnage exst effectud avec remplacement. Les observations sélectionnees zont enregistrées avec
les varishles =i la destination est un nouveau fichier ou ensemble de données.

Les probabiltés conjoirtes sont enregistrées ai vous demandez un échantilonnage PPS 2ans remplacement. Elles sort nécessaires pour 'estimation

WOR des plans PPS.

: Bienvenue
B Etape 1 0Ol souhsitez-vous enregistrer les données d'échartilon 7

Yariables du plan
0T @) Ensemble de données actif

Taille de échantilon ) Nouvel ersemble de données ;
Wariables destination

Recapitulatit

=8 Etape 2
Yariables du plan

Méthode

Taille de '&chartilon

“ariables destination

© Fichier externe

Récapitulatit [T] Erregigtrer les régles de sélection d'observation
Mjouter 'Etape 3
=8 ) Reéslizer un échartillon
Options de sélection
B Fichiers de résutsts

Exécution

[= Précédent]li Suivant = |[ Terminer ][ Annuler ][ fide ]

Cette étape vous permet de choisir I’emplacement de redirection des observations échantillonnées
et des variables de pondération, ainsi que des probabilités conjointes et des régles de sélection
des observations.
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Données exemple : Ces options vous permettent de déterminer I’emplacement d’enregistrement de
I’échantillon de résultat. Celui-ci peut étre ajouté a un nouvel ensemble de données ou sauvegardé
vers un fichier de données externe IBM® SPSS® Statistics. Les ensembles de données sont
disponibles lors de la session en cours mais ne sont pas disponibles lors des sessions suivantes,
sauf si vous les enregistrez clairement comme fichiers de données. Les noms des ensembles de
données doivent étre conformes aux régles de dénomination de variables. Si vous spécifiez un
fichier externe ou un nouvel ensemble de données, les variables destination d’échantillonnage

et les variables de 1’ensemble de données actif des observations sélectionnées sont enregistrées
dans le fichier.

Probabilités conjointes : Ces options vous permettent de déterminer I’emplacement
d’enregistrement des probabilités conjointes. Elles sont enregistrées dans un fichier de données
externe SPSS Statistics. Les probabilités conjointes sont produites si vous spécifiez une méthode
PPS WOR, PPS Brewer, PPS Sampford ou PSS Murthy et que vous ne définissez pas d’estimation
avec remplacement.

Regles de sélection d'observation. Si vous réalisez votre échantillon phase par phase, vous
souhaiterez peut-Etre enregistrer les régles de sélection des observations dans un fichier texte.
Elles sont utiles pour réaliser le sous-cadre des phases suivantes.
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Assistant d’échantillonnage : Terminer

Figure 2-10
Etape Fin de I'assistant d'échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Exécution de l'assistant d'@chantilonnage

“ous avez fourni toutes les informations nécessaires pour créer un plan d'échartilonnage et réalizer un echantillon.

Wous pouvez revenit & l'assistant d'échantilonnage utérieurement =i vous devez ajouter ou madifier des étapes. Une fois toutes les étapes
echartilonnées, vous pouvez utilizer le fichier de plan dans une procédure d'analyse d'échantilons complexes guelcongue pour indigquer le mode de
réalization de 'Echantilon.

; Bienvenue

B Etape 1
Yariables du plan

Méthode

Taille de 'Echartilon

variables destination © Coller s syrtaxe générée par M'assistant dans une fenétre de syntaxe

Reécapitulatif

B Eape2
Yariables du plan

Méthode

Taille de 'Echartilon

Glue voulez-vous faire ¥

@ Enregistrer Iz plan dans un fichier de plan et réaliser I'Echantilon

“ariables destination
Reécapitulatif

Ajouter 'Stape 3

El-  Reéalizer un échartillon

' Options de sélection
: Fichiers de résultats
- P Exéoution

Pour fermer cet azsistant, cliguez sur Terminer .

[ Annuler ] [ Aide ]

Il s’agit de 1’étape finale. Vous pouvez enregistrer le fichier de plan et réaliser 1’échantillon
maintenant, ou coller vos sélections dans une fenétre de syntaxe.

Lorsque vous apportez des modifications aux phases du fichier de plan existant, vous pouvez
enregistrer le plan modifié dans un nouveau fichier ou remplacer le fichier existant. Lorsque vous
ajoutez des phases sans modifier les phases existantes, I’assistant remplace automatiquement le
fichier de plan existant. Pour enregistrer le plan dans un nouveau fichier, sélectionnez Coller la
syntaxe générée par |'assistant dans une fenétre de syntaxe et modifiez le nom du fichier dans les
commandes de la syntaxe.

Modification d’un plan d’échantillonnage existant

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Sélectionner un échantillon...

» Sélectionnez Modifier un plan d’échantillonnage et choisissez le fichier de plan a modifier.
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» Cliquez sur Suivant pour poursuivre la procédure avec 1’assistant.

» Révisez le plan d’échantillonnage dans I’étape Récapitulatif du plan, puis cliquez sur Suivant.

Les étapes suivantes sont pratiquement les mémes que celles effectuées pour un nouveau plan.
Pour plus d’informations, reportez-vous a 1’aide de chaque étape.

» Allez jusqu’a I’étape Fin et spécifiez un nouveau nom pour le fichier de plan modifié, ou
choisissez d’écraser le fichier de plan existant.

Sinon, vous pouvez :

B Spécifiez les phases qui ont déja été échantillonnées.

m  Supprimez les étapes du plan.

Assistant d’échantillonnage : Récapitulatif du plan

Figure 2-11
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Récapitulatif du plan

Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage. Indiguez les &tapes qui ont déja &té échantillonnées . Ces étapes zeront verrouillées dans lassistant pour
empécher toute modification accidentelle. Elles ne peuvent pas &tre rééchantilonnées, sauf si vous les déverrovillez.
Wous pouvez également supprimer les étapes existantes du plan.

B

Eienvenue

- ) Récapitulatif du plan
E_]..

Etape 1
- Yariables du plan
Méthode
Taille de 'Echartilon
“ariables destination
Reécapitulatif
Etape 2
- Yariables du plan
Méthode
Taille de 'Echartilon
“ariables destination
Reécapitulatif
Ajouter 'Stape 3

Réslizer un Echartillon

Options de sélection
Fichiers de résultats
Execution

Récapitultif ;

Etape | Etiguette Strates Classes Taille | Méthode

1 [Aucun) county toween 4 par strate Echartillonng
re simpley

2 (ALY 4 Echartilloning
re gimple(

Fichier : Cproperty_assess csplan

Cuelles Stapes ont déja &té Schantilonnées 7

[7] Supprimer les étapes du plan :

-

(= Précésert | | Suivan

Terminer ][ Annuler ][ Aidle ]
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Cette phase vous permet de réviser le plan d’échantillonnage et d’indiquer les phases qui ont déja
été échantillonnées. Si vous modifiez un plan, vous pouvez également supprimer des phases du
plan.

Etapes precédemment échantillonnées : Si un cadre d’échantillonnage étendu n’est pas disponible,
vous devez exécuter un plan d’échantillonnage multiphase, phase par phase. Sélectionnez dans la
liste déroulante les phases qui ont déja été échantillonnées. Toutes les phases qui ont été exécutées
sont verrouillées ; elles ne sont pas disponibles dans 1’étape Réalisation de 1’échantillon : Options
de sélection et ne peuvent étre interverties lors de la modification d’un plan.

Supprimer du plan les étapes : Vous pouvez supprimer les phases 2 et 3 d’un plan a plusieurs phases.

Exécution d’un plan d’échantillonnage existant

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Sélectionner un échantillon...

Sélectionnez Réaliser un échantillon et sélectionnez un fichier de plan a exécuter.
Cliquez sur Suivant pour poursuivre la procédure avec 1’assistant.

Révisez le plan d’échantillonnage dans 1’étape Récapitulatif du plan, puis cliquez sur Suivant.

vV v v VY

Les étapes individuelles contenant des informations de phase sont ignorées lors de I’exécution
d’un plan d’échantillonnage. Vous pouvez passer a I’étape Fin a tout moment.

Vous pouvez également spécifier les étapes qui ont déja été échantillonnées.

Fonctions supplémentaires des commandes SPLAN et CSSELECT

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :
B Spécifiez les noms personnalisés des variables destination.

m  Controlez le résultat dans le Viewer. Par exemple, vous pouvez supprimer le résumé de
chaque phase du plan qui est affiché si un échantillon est réalisé ou modifié, supprimer le
récapitulatif de la distribution des observations échantillonnées par strates qui apparait si le
plan d’échantillonnage est exécuté et demander un récapitulatif de traitement des observations.

B Choisissez un sous-ensemble de variables dans I’ensemble de données actif pour effectuer
I’enregistrement dans un fichier d’exemple externe ou dans un ensemble de données différent.

Pour obtenir des renseignements complets sur la syntaxe, reportez-vous au manuel Command
Syntax Reference.
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Preparation d'un echantillon complexe
en vue d’'une analyse

Figure 3-1
Etape Bienvenue de I'assistant de préparation d’analyse

[ Assistant de préparation d'analyse x|
prép ys

Bienvenue dans I'assistant de préparation d'analyse

L'assistant de préparation d'analyse vous permet de décrire votre Echantillon complexe et de choisir une méthode d'estimation. Yous serez invité & fournir les pondérations
d'échantillon et autres informations nécessaires pour l'estimation précise des erreurs standard.

Yoz =élections zeront enregistrées dans un fichier de plan gue vous pourrez utilizer dans l'une des procédures d'analyse de l'option Echantilons complexes.

Gue voulez-vous faire 7

® créer un fichier de plan

Sélectionnez cette option si vous dispozez de
données d'échartillon, mais que vous n'avez
créé aucun fichier de plan

Fichier :  hankloan csaplan | |§Parc0urir._ |

@] Modiifier un fichier de plan

Sélectionnez cette option si vous souhatez
ajouter, supprimer ou modifier les étapes d'un
plan existant.

L& Sivous dispozez déjg d'un fichier de plan, vous pouvesz ignorer I'azsistant de préparation d'analyse et accéder directement

g 1 & l'une des procédures d'analyse de l'option Echantillons complexes pour analyser votre echantillon.

Suivant = Annuler

L’assistant de préparation d’analyse vous guide dans la création ou la modification d’un plan
d’analyse a utiliser avec les diverses procédures d’analyse des échantillons complexes. Avant
d’utiliser I’assistant, vous devez réaliser un échantillon en fonction d’un plan spécifique.

La création d’un nouveau plan est principalement utile lorsque vous n’avez pas acces au
fichier de plan d’échantillonnage utilisé pour réaliser 1’échantillon (n’oubliez pas que le plan
d’échantillonnage contient un plan d’analyse par défaut). Si vous avez acces au fichier de plan
d’échantillonnage utilisé pour réaliser I’échantillon, vous pouvez utiliser le plan d’analyse par
défaut contenu dans le fichier de plan d’échantillonnage ou ignorer les spécifications d’analyse
par défaut et enregistrer vos modifications dans un nouveau fichier.

Création d’un plan d’analyse

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Préparer pour I'analyse...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 20
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» Sélectionnez Créer un fichier de plan et attribuez un nom au fichier dans lequel enregistrer le
plan d’analyse.

» Cliquez sur Suivant pour poursuivre la procédure avec 1’assistant.

» A I’étape Variables de plan, spécifiez la variable contenant les pondérations d’échantillon et
définissez éventuellement des strates et des classes.

» Vous pouvez alors cliquer sur Fin pour enregistrer le plan.
Les étapes suivantes sont facultatives. Elles permettent :
m  De sélectionner la méthode d’estimation des erreurs standard a I’étape Méthode d’estimation.

m  De spécifier le nombre d’unités échantillonnées ou la probabilité d’inclusion par unité a
I’étape Taille.

D’ajouter une deuxiéme ou une troisiéme étape au plan.

De coller vos sélections en tant que syntaxe de commande.

Assistant de préparation d’analyse : Variables du plan

Figure 3-2
Etape Variables de plan de I'assistant de préparation d’analyse

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Wariables du plan

Danz ce panel, vous pouvez sélectionner des variables définizsant des strates ou des claszes. Une variable de pondération d'échantillon doit tre sélectionnée & la premiére
étape.

Wous pouvez également fournir une étiquette pour 1étape qui zera utiisée danz le résultat.

Bienvenue

Wariables : Strates
& Mombre de clients [noust]

&5 I Client [customer]

& Age en années [age]

:[I Miveau d'éducation [ed]

f Mb d'années avec l'employveur actuel ...
f Mb d'années & l'adresse actuelle [add... Classes

f Revenu du foyer en milliers de § [inc... ‘5 Activité [branch]
& Ratio DEbRCrédit (:100) [cebting]
& Déhit carte de crédit en miliers de § [ -
f Autre dette en miliers de § [othdebt]
&b Antécéent découvert [defaut]

f inclprob_s1

Fondération déchantillon :
f inclprob_s2 |

f firalvweight

Etape 1

- b varisbles du plan
Méthode d'estimation
Récapitulatif
Exécution

Etiquette d'étape : | |

[< Précédent]lé Suivant = |[ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

Cette étape vous permet d’identifier les variables pour la définition des strates et grappes, et pour
celle des pondérations d’échantillon. Vous pouvez également associer une étiquette a cette étape.

Strates. La classification croisée des variables de stratification définit des sous-populations
distinctes, ou strates. La totalité de votre échantillon représente la combinaison des échantillons
indépendants de chaque strate.



22

Chapitre 3

Classes. Les variables de grappe définissent les groupes d’unités d’observation, ou classes. Les
échantillons réalisés en plusieurs étapes sélectionnent les classes des étapes précédentes, puis
sous-échantillonnent les unités a partir des classes sélectionnées. Lors de I’analyse d’un fichier de
données obtenu par échantillonnage en grappe avec remplacement, vous devez inclure I’index de
duplication comme variable de grappe.

Pondération d'échantillon : Vous devez fournir des pondérations d’échantillon a la premicre
étape. Les pondérations d’échantillon sont automatiquement calculées pour les étapes suivantes
du plan actuel.

Etiquette d'étape. Vous pouvez spécifier une étiquette de type chaine de caractéres pour chaque
étape. Elle est utilisée dans le résultat pour identifier les informations de chaque étape.

Remarque : La liste des variables source compile le contenu obtenu lors de I’exécution des étapes
de I’assistant. En d’autres termes, les variables supprimées de la liste source a une étape sont
supprimées de toutes les étapes dans la liste. Les variables renvoyées a la liste source apparaissent
a toutes les étapes.

Contréles d’arbre de navigation de I'assistant d’analyse

Chaque étape de ’assistant d’analyse dispose a sa gauche d’une 1égende. Vous pouvez parcourir
I’assistant en cliquant sur le nom d’une étape disponible dans la légende. Les étapes sont
disponibles tant que les étapes précédentes sont valides. Cela signifie qu’elles le sont si chaque
étape précédente a fourni les spécifications minimales requises pour cette étape. Pour plus
d’informations sur les raisons de I’invalidité d’une étape, reportez-vous a I’aide de chaque étape.
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Assistant de préparation d’analyse : Méthode d’estimation

Figure 3-3
Etape Méthode d’estimation de I'assistant de préparation d’analyse

fissistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Méthode d'estimation

Dans ce panel, vous sélectionnez une méthode pour estimer les erreurs standard.

La méthode d'estimation dépend des hypothéses relatives au mode de réalization de I'&chantillon

EBiervenue

= @ Etape 1 Lequel de=s planzs d'échantillon suivants doit &tre priz en compte dans l'estimation 7
- Warighles du plan
- P Méthode destimation @ WR (Echantilonnage avec remplacement)

[ile Sivous choisizzez cette option, vous ne pourrez pas sjouter d'étapes. Les étapes d'échantilon qui suivent 'stape en

cours seront ignorées lors de l'analyse des données

i

@ WoR égal (échantilonnage de probakilité égale sans remplacement)

Le panel suivant vous invitera & indigquer des probabiltés dincluzion ou des tailes de populstion.

@ WOR inégal (gchartilonnage de probabilté inégale sans remplacement)

Des probahilités conjointes seront requizes pour analyser les données d'échantilon. Cette option n'est disponible que dans
I'étape 1.

<& = zection incomplite

Cette étape vous permet d’indiquer une méthode d’estimation pour I’étape.

WR (échantillonnage avec remplacement) L’estimation WR n’inclut pas de correction
d’échantillonnage d’une population finie (FPC) lors de I’estimation de la variance dans le plan
d’échantillonnage complexe. Vous pouvez choisir d’inclure ou d’exclure la correction FPC lors de
I’estimation de la variance dans un échantillonnage aléatoire simple (SRS).

Il est recommandé de ne pas inclure la correction FPC pour I’estimation de la variance SRS
lorsque les pondérations d’analyse ont été redimensionnées afin de ne pas s’ajouter a la taille de
la population. L’estimation de la variance SRS est utilisée dans le calcul de statistiques telles
que I’effet de plan. L’estimation WR ne peut étre spécifiée que dans 1’étape finale d’un plan.
L’assistant ne vous laisse plus ajouter d’autre étape ensuite.

WOR égal (échantillonnage de probabilité égale sans remplacement). L’estimation WOR égal inclut
la correction de population finie et part du principe que les unités sont échantillonnées a probabilité
égale. L’estimation WOR égal peut étre spécifiée dans n’importe quelle étape d’un plan.

WOR inégal (échantillonnage de probabilité inégale sans remplacement). Outre 1’utilisation de la
correction de population finie, I’estimation WOR inégal échantillonne les unités (généralement
des classes) sélectionnées a probabilité inégale. Cette méthode d’estimation n’est disponible
qu’a la premiére étape.
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Assistant de préparation d'analyse : Taille

Figure 3-4
Etape Taille de I'assistant de préparation d'analyse

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Taille

Dans ce panel, vous indiguez les probabiltés dinclusion ou les tailes de population de 'étape en cours.

Wous pouvez fournir une taille fixe pour l'ensemble des strates ou indiguer des tailles pour chague strate.

EBiervenue

Wariables :
f Mombre de clients [noust]
&5 I Cliert [customer]
‘@) Age en années [age] @ Waleur :
,{I Miveau d'éducation [ed]

Etape 1 Unités : |Probabilités dinclusion =
- Warighles du plan 5
Wéthode d'estimation

- Taille

N ) Reca'prtulatif & Mh dannées aves l'employeur actuel [empl...
Ajouter Metape 2 f Mb d'années & l'adresse actuelle [address]
Exécution

& Revenu du foyer en milliers de § [income]
& Ratio Débit/Crédit (x100) [debtinc]

& Débit carte de crédt en milliers de § [credd... @ Lire les valeurs & partir de la variakle :
& tuire dette o milors de § [othisbt]
&5 Antécédent découvert [defaut]

& inclprob_s2

[< Précédent]h Sulivant = |[ Terminer ][ Annuler ][ Aice ]

Cette étape est utilisée pour spécifier les probabilités d’inclusion ou les tailles de population de
I’étape en cours. Ces tailles peuvent étre fixes ou varier suivant les strates. Les classes spécifiées
dans les étapes précédentes peuvent étre utilisées pour définir les strates dans le cadre de la

spécification des tailles. Notez que cette étape est nécessaire seulement si vous avez choisi la
méthode d’estimation WOR égal.

Unités : Vous pouvez spécifier des tailles de population exactes ou les probabilités
d’échantillonnage des unités.

m  Valeur: Une valeur unique est appliquée a toutes les strates. Si vous définissez 1’unité de
mesure sur Tailles de population, vous devez saisir un entier non négatif. Si vous définissez
I’unité de mesure sur Probabilités d’inclusion, vous devez saisir une valeur comprise entre 0 et

1 inclus.

m Valeurs inégales pour les strates : Vous permet de saisir les tailles pour chaque strate via la
boite de dialogue Définition de tailles inégales.

|

Lire les valeurs a partir de la variable : Vous permet de sélectionner une variable numérique
contenant les valeurs de taille des strates.
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Définition de tailles inégales

Figure 3-5
Boite de dialogue Définition de tailles inégales

FH Définition de tailles inégales
Spécifications de taile : W Exclure :
county Effectif

1 .

2 | Certre

3 | Sud

4 |Nord

5 |Ouest

G

?’ -

Rafraichir les strates

La boite de dialogue Définition de tailles inégales vous permet de saisir des tailles par strate.

Grille des spécifications de taille : La grille affiche les classifications croisées de 5 variables de
strates ou de classes maximum avec une combinaison strate/classe par ligne. Les variables de
grille sélectionnables incluent toutes les variables de stratification de la phase en cours et des
phases précédentes, ainsi que les variables de grappes des phases précédentes. Les variables
peuvent &tre réorganisées dans la grille ou déplacées dans la liste Exclure. Saisissez les tailles
dans la colonne située a I’extréme droite. Cliquez sur Etiquettes ou sur Valeurs pour afficher les
valeurs d’étiquettes ou les valeurs de données des variables de stratification et de classe dans les
cellules de la grille. Les cellules contenant des valeurs non étiquetées affichent toujours des
valeurs. Cliquez sur Rafraichir les strates pour que la grille affiche chaque combinaison de valeurs
de données étiquetées des variables dans la grille.

Exclure : Pour spécifier les tailles d’un sous-ensemble de combinaisons de strate/classe, déplacez
une ou plusieurs valeurs dans la liste Exclure. Ces variables ne sont pas utilisées pour définir
les tailles des échantillons.
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Assistant de préparation d’analyse : Récapitulatif du plan

Figure 3-6
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant de préparation d’analyse

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Récapitulatit du plan

Ce panel récapitule le plan utilisé jusgu'a présent. Yous pouvez ajouter une autre étape au plan

Si vous choisiszez de ne pas ajouter d'étape, le prochain panel est le panel Exécution.

EBiervenue

Récapitulatif :
Etapell Etape |E‘tiqueﬂe |Strates Clazses Pondérations |Taille |Méthode
-« 1 Wariahles du plan 1 [Aucun) hranch finalweight  (Lire depuis in WOR égal
Méthode d'estimation clprob_s1)
Taille

- B Récaptulatit
Ajouter 'Etape 2
Exécution

Fichier : C:'hankloan.czaplan

Souhaitez-vous ajouter 'Stape 2 7
@ Cui, gjouter I'Stape 2 maintenart @ Mon, ne pas sjouter d'altre étape maintenant

Choisizzez cette option si I'"8chantilon contient une
autre étape.

Sélectionnez cette option =l ='agit de la derniére dape de
I'échantillon.

Il s’agit de la derniére étape de chaque phase ; celle-ci fournit un récapitulatif des spécifications
du plan d’analyse dans I’étape en cours. Vous pouvez ensuite soit passer a la phase suivante (en la
créant, si nécessaire), soit enregistrer les spécifications d’analyse.

Les raisons pour lesquelles vous ne pouvez pas ajouter d’autre étape sont principalement les
suivantes :

B A I’étape Variables de plan, aucune variable de grappe n’a été spécifiée.
B Vous avez sélectionné 1’estimation WR a 1’étape Méthode d’estimation.

m [l s’agit de la troisiéme étape de 1’analyse et 1’assistant n’en prend pas en charge davantage.
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Assistant de préparation d'analyse : Terminer

Figure 3-7
Etape Fin de I'assistant de préparation d’analyse

[ Assistant de préparation d'analyse

Exécution de 'azsistant d'analyse

Yous avez fourni toutes les informations nécessaires & la création d'un plan.

Wous pouvez utilizer le fichier de plan d'une procédure d'analyze d'échantillons complexes lorsque vous &tes prét & analyser les données.

o 1 Blenvenue

=8 Etape 1

----- Warighles du plan

----- Wéthode d'estimation
----- Taille

Gue voulez-vous faire 7

@ Enregiztrer vos spécifications dans un fichier de plan

""" Reécaptulatii © Coller I syrtaxe pénérée par l'assistant dans une fenétre de syntaxe
E-  Etape 2

Wariables du plan
----- Wéthode d'estimation
----- Récapitulatif
- b Exécution

Pour fermer cet assistant, cliquez sur Terminer.

| Terminer |[ Annuler ][ Aide ]

Il s’agit de 1’étape finale. Vous pouvez enregistrer le fichier de plan maintenant ou collecter
vos sélections dans une fenétre de syntaxe.

Lorsque vous apportez des modifications aux phases du fichier de plan existant, vous pouvez
enregistrer le plan modifié dans un nouveau fichier ou remplacer le fichier existant. Lorsque vous
ajoutez des phases sans modifier les phases existantes, I’assistant remplace automatiquement le
fichier de plan existant. Pour enregistrer le plan dans un nouveau fichier, sélectionnez Coller la

syntaxe générée par |'assistant dans une fenétre de syntaxe et modifiez le nom du fichier dans les
commandes de la syntaxe.

Modification d’un plan d’analyse existant

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Préparer pour I'analyse...

» Sélectionnez Modifier un fichier de plan et attribuez un nom au fichier de plan dans lequel enregistrer
le plan d’analyse.

» Cliquez sur Suivant pour poursuivre la procédure avec 1’assistant.
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» Révisez le plan d’analyse dans 1’étape Récapitulatif du plan, puis cliquez sur Suivant.

Les étapes suivantes sont pratiquement les mémes que celles effectuées pour un nouveau plan.
Pour plus d’informations, reportez-vous a 1’aide de chaque étape.

» Allez jusqu’a I’étape Fin et spécifiez un nouveau nom pour le fichier de plan modifi¢ ou choisissez
d’écraser le fichier de plan existant.

Vous pouvez éventuellement supprimer des étapes du plan.

Assistant de préparation d'analyse : Récapitulatif du plan

Figure 3-8
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant de préparation d‘analyse

() Assistant de préparation d'analyse

Récaptulatit du plan

Ce panel récapitule le plan. “Yous pouvez supprimer des élapes avant de continuer .

EBiervenue

Récapitulatif :
) Récapftulaif du plan Etape Etiguiette Strates Clazses Pondérationz | Taille Méthode

Stage 1 1 (Aucun) STRATUM  PSU WIFA_ S8 (nia) R
Wariables du plan 2 [Aucun) (nia) WR
Wethode d'estimation
Récapitulatif

=8 Stage 2

Wariahles du plan

Wéthode d'estimation
Récapitulatif

Exécution

Fichier : C:'Program FilesiBMSPSS\Statisticst MSamplesiFrenchinhis2000_subset czaplan

[< Précédent]lé Suivant = |[ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

Cette étape vous permet de passer en revue le plan d’analyse et de supprimer des phases du plan.

Supprimer du plan les étapes : Vous pouvez supprimer les phases 2 et 3 d’un plan a plusieurs
phases. Comme un plan nécessite au moins une phase, vous pouvez modifier la phase 1 du
plan, mais pas la supprimer.
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Plan d’échantillonnages complexes

Les procédures d’analyse d’échantillons complexes nécessitent des spécifications d’analyse
depuis un fichier de plan d’analyse ou d’échantillon, afin de disposer de résultats valides.

Figure 4-1
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes

Plan des échantillonnages complexes pour l'analyse des caractéristiques

Flan

Fichigr . |inhis2000_subset czaplan | Parcourir ...

Sivous ne disposez paz d'un fichier de plan pour votre échantilon complexe, vous pouvez
utilizer 'azsistant de préparation d'analyse pour en créer un, S&lectionnez Préparer pour
I'analyze danz le menu Echartillons complexes pour accéder & lazsistant.

Probahilités conjointes

Des probabilités conjointes sont requises sile plan exige une estimation WWOR de probabilité
inggale. Sinon, elles sont ignorées.

@ Ltiliser le fichier par défaut  (\nhis2000_subset sav)

D Un enzemble de dgnnées ouvert

© Fichier personralisé

) s e

Plan : Spécifiez le chemin d’un fichier de plan d’analyse ou d’échantillon.

Probabilités conjointes : Pour utiliser 1’estimation WOR inégal avec les classes créées a I’aide
d’une méthode PPS WOR, vous devez spécifier un fichier distinct ou un ensemble de données
ouvert contenant les probabilités conjointes. Le fichier ou I’ensemble de données est créé par
I’assistant d’échantillonnage lors de I’échantillonnage.
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Echantillons complexes - Frequences

La procédure Echantillons complexes - Fréquences géneére les tableaux de fréquences des
variables sélectionnées et affiche des statistiques univariées. Vous pouvez éventuellement classer
les statistiques par sous-groupes, définis par une ou plusieurs variables qualitatives.

Exemple : La procédure Echantillons complexes - Fréquences vous permet d’obtenir les
statistiques tabulaires univariées de la consommation de vitamines des Américains, basées sur les
résultats du NHIS (National Health Interview Survey) et dotées d’un plan d’analyse approprié
pour ces données d’usage public.

Statistiques : La procédure génére pour chaque estimation les estimations des tailles de population
et les pourcentages de tableaux, ainsi que les erreurs standard, les intervalles de confiance,

les coefficients de variation, les effets de plan, les racines carrées d’effets de plan, les valeurs
cumulées et les effectifs non pondérés. En outre, les statistiques Khi-deux et de rapport de
vraisemblance sont calculées pour le test d’uniformité des proportions des cellules.

Données : Les variables pour lesquelles les tableaux de fréquences sont produits doivent étre
qualitatives. Les variables de sous-population peuvent étre du type chaine de caractéres ou
numérique, mais ne doivent pas étre qualitatives.

Hypotheéses : Les observations dans le fichier de données représentent un échantillon provenant
d’un plan complexe et devant étre analysées en fonction des spécifications du fichier sélectionné
dans la Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes.

Obtention de fréquences d’échantillons complexes

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Fréquences

» Sélectionnez un fichier de plan. Sélectionnez éventuellement un fichier personnalisé de
probabilités conjointes.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 5-1
Boite de dialogue Fréquences

Echantillons complexes - Fréquences

HH Plan d'échantillonnages complexes pour analyse des effectifs

Wariahles .

Tahleaux d'effectifs

‘gﬁ Strate pour 'estimation..
& PSU pour lestimation d...

& Seve [SEX]

& age [AGE_P|
& Région [REGION]

f Frég Fumeur: Tous les ...

f Prize de multi vitamines...

‘f Yitamineiminérale supp...

f Prize de compléments ...
‘gﬁ Frég activité physicue ...

Sous-populstions ;

@@ Frég activite modeéré (n...
& Fréq activité intense (n...
@@ Poids désiré [DESIREAT]

‘f Catégorie d'ane [age_c..

& Bctivité quotidienne, d..
& activité quotiisnne, L.

Chague combinaison de
modsltés défing une
sous-population.

Statistiques...
Waleurs manguantes...

[ooe |

Caller ] [Eéinitialiser ] [ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez au moins une variable quantitative.

Vous pouvez éventuellement spécifier les variables définissant les sous-populations. Les
statistiques sont calculées séparément pour chaque sous-population.

Statistiques de fréequences des échantillons complexes

Figure 5-2

Boite de dialogue Fréquences : Statistiques

[ Echantillons complexes - Effectifs : Statistiques

Cellules

[+ Taille de la population

Statistigues

|:| Pourcentage de tableau

@ Erreur standard

[ Eftectit non pondéré

|| waleurs cumulées

|| Test dhuniformité des proportions des cellules

J

e

Annuler ][ Aidle ]

Cellules : Ce groupe vous permet de demander les estimations des tailles de population de cellule
et les pourcentages en tableau.
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Statistiques : Ce groupe génére des statistiques associées a la taille de la population ou au
pourcentage en tableau.

Erreur standard : Erreur standard de I’estimation.

Intervalle de confiance : Intervalle de confiance de 1’estimation utilisant le niveau spécifié.
Coefficient de variation : Rapport entre 1’erreur standard de I’estimation et 1’estimation.
Effectif non pondéré : Nombre d’unités utilisées pour calculer I’estimation.

Effet de plan : Rapport entre la variance de 1’estimation et la variance, en partant du principe
que I’échantillon est un échantillon aléatoire simple. Il s’agit d’une mesure de I’effet de
spécification d’un plan complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Racine carrée de I'effet de plan : 1l s’agit d’une mesure de I’effet de spécification d’un plan
complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Valeurs cumulées : Estimation cumulée pour chaque valeur de la variable.

Test d'uniformité des proportions des cellules. Ce test génére des tests du Khi-deux et de rapport de
vraisemblance basés sur I’hypothése que les modalités d’une variable possedent des fréquences
égales. Des tests distincts sont effectués pour chaque variable.

Valeurs manquantes d’échantillons complexes

Figure 5-3
Boite de dialogue Valeurs manquantes

[ Echantillons complexes - Effectifs : Valeurs manquantes

Tahlzau:x

@ Lttiliser toutes les données digponibles (suppression tableau par tableau)
© Utiliser une base d'observations cohérente (suppression liste par liste)
Yariables de plan gualitatives

@) Les valeurs manguantes utilizateur ne zont pas valides

C) Le=s waleurs manquartes utilisateur zont valides

Les ohzervations contenant des données non valides pour une variable de
plan qualitative sont exclues de lanalyse.

[ Annuler ][ Aide ]

Tables. Ce groupe détermine les observations utilisées dans 1’analyse.

Utilisez toutes les données disponibles. Les valeurs manquantes sont définies tableau par
tableau. Ainsi, les observations utilisées pour calculer les statistiques peuvent varier selon la
fréquence ou les tableaux croisés.

Utilisez une base d'observations cohérente. Les valeurs manquantes sont déterminées dans
toutes les variables. Par conséquent, les observations utilisées pour calculer les statistiques
sont cohérentes dans tous les tableaux.

Variables de plan qualitatives. Ce groupe détermine si les valeurs manquantes de 1’utilisateur
sont valides ou non.
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Echantillons complexes - Fréquences

Options d’échantillons complexes

Figure 5-4
Options

[ Echantillons complexes - Effectifs : Options

Affichage des sous-populations
@ Tous les Sléments dans le méme tableau

© chague élément dans un tableau distinct

i

[ Annuler ][ Aicle ]

Afficher les sous-populations. Vous pouvez choisir d’afficher les sous-populations dans le méme
tableau ou dans des tableaux distincts.
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Echantillons complexes — Descriptives

La procédure Echantillons complexes — Descriptives affiche les statistiques récapitulatives
univariées de plusieurs variables. Vous pouvez éventuellement classer les statistiques par
sous-groupes, définis par une ou plusieurs variables qualitatives.

Exemple : La procédure Echantillons complexes — Descriptives vous permet d’obtenir les
statistiques descriptives univariées des niveaux d’activité des Américains, basées sur les résultats
du NHIS (National Health Interview Survey) et dotées d’un plan d’analyse approprié a ces
données d’usage public.

Statistiques : La procédure calcule pour chaque estimation la moyenne et la somme, ainsi que des
tests #, les erreurs standard, les intervalles de confiance, les coefficients de variation, les effectifs
non pondérés, les tailles de population, les effets de plan et les racines carrées d’effets de plan.

Données : Les mesures doivent étre des variables d’échelle. Les variables de sous-population
peuvent étre du type chaine de caractéres ou numérique, mais ne doivent pas tre qualitatives.

Hypothéses : Les observations dans le fichier de données représentent un échantillon provenant
d’un plan complexe et devant étre analysées en fonction des spécifications du fichier sélectionné
dans la Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes.

Obtention de descriptives des échantillons complexes

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Descriptives

» Sélectionnez un fichier de plan. Sélectionnez éventuellement un fichier personnalisé de
probabilités conjointes.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 6-1

Echantillons complexes — Descriptives

Boite de dialogue Descriptives

HH Echantillons complexes - Caractéristiques

Wariahles :

@& Strate pour M'estimation...
& PSU pour lestimation d...
& Sexe [SEX]

& sge [AGE_F]

& Région [REGION]

f Frég Fumeur: Tous les .

@? Vitamineiminérale supp...
f Prize de multi vitamines...
f Prize de compléments ...
f Poids désiré [DESIREAT]
& activité quotidisnne, d...
& Activité quotidienne, L.

MESIESE Statistioues..

‘g@ Frég activite physigue ...

&7 Fréo activits modéré (... el AL T
f Frég activité intense (n...

Sous-populations
&) Catégotie d'ége [age_c..

Chague combinaison de
modaltés définit une
sous-population.

[ Coller ] [Eéinitialiser ] [ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez au moins une variable de mesure.

Vous pouvez éventuellement spécifier les variables définissant les sous-populations. Les
statistiques sont calculées séparément pour chaque sous-population.

Statistiques des descriptifs des échantillons complexes

Figure 6-2

Boite de dialogue Statistiques Descriptives

H Caractéristiques des échantillons complexes : Statistiques

Récapitulatifs

[+ Moyenne

[ testt

Statistiques
[+ Erreur standard
[of! Intervalle de confiance

hliveau (%)

Ei Coetficient de varistion

[ somme

[T Effectit non pondérs
[7] Taille de 12 population
[ Effet de plan

Ei Racine carrée de 'effet de plan

Annuler ][ Aicle ]
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Principales statistiques : Ce groupe vous permet de demander les estimations des moyennes et des
sommes des variables de mesure. En outre, vous pouvez effectuer des tests # sur les estimations en
vous basant sur une valeur spécifiée.

Statistiques : Ce groupe génére des statistiques associées a la moyenne ou a la somme.

Erreur standard : Erreur standard de I’estimation.

Intervalle de confiance : Intervalle de confiance de 1’estimation utilisant le niveau spécifié.
Coefficient de variation : Rapport entre 1’erreur standard de I’estimation et 1’estimation.
Effectif non pondéré : Nombre d’unités utilisées pour calculer I’estimation.

Taille de la population. Nombre d’unités estimées composant la population.

Effet de plan : Rapport entre la variance de 1’estimation et la variance, en partant du principe
que I’échantillon est un échantillon aléatoire simple. Il s’agit d’une mesure de I’effet de
spécification d’un plan complexe, ot les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Racine carrée de I'effet de plan : Il s’agit d’une mesure de I’effet de spécification d’un plan
complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Valeurs manquantes des descriptifs d’échantillons complexes

Figure 6-3
Boite de dialogue Echantillons complexes - Descriptives : Valeurs manquantes

Caractéristiques des échantillons complexes : ¥aleurs manquantes

Statistigues des variables de mesure

@) Ltilizer toutes les données disponibles (suppression variahle par variahble)

@ mssurez-vous de dizposzer dune base o' obzervations cohérente (suppression liste par lizte)
Yatiables de plan gualtatives

@) Les valeurs manguantes utilizateur ne sont pas valides

© Les valeurs manguantes wtilissteur sont valides

Les ohservations contenant des données non valides pour une variable de plan qualitative
sont exclues de l'analyse.

|§Poursuiwe§|[ Arnnuler ][ Aide: ]

Statistiques des variables de mesure : Ce groupe détermine les observations utilisées dans 1’analyse.

Utilisez toutes les données disponibles. Les valeurs manquantes sont déterminées variable par
variable ; par conséquent, les observations utilisées pour calculer les statistiques peuvent
varier suivant les variables de mesure.

Assurez-vous de disposer d'une base d'observations cohérente. Les valeurs manquantes sont
déterminées dans toutes les variables ; par conséquent, les observations utilisées pour calculer
les statistiques sont cohérentes.

Variables de plan qualitatives. Ce groupe détermine si les valeurs manquantes de 1’utilisateur
sont valides ou non.



37

Echantillons complexes — Descriptives

Options d’échantillons complexes

Figure 6-4
Options

[ Echantillons complexes - Effectifs : Options

Affichage des sous-populations
@ Tous les Sléments dans le méme tableau

© chague élément dans un tableau distinct

i

[ Annuler ][ Aicle ]

Afficher les sous-populations. Vous pouvez choisir d’afficher les sous-populations dans le méme
tableau ou dans des tableaux distincts.



Chapitre

7

Tableaux croises des echantillons
complexes

La procédure Echantillons complexes - Tableaux croisés génére les tableaux croisés des paires de
variables sélectionnées et affiche des statistiques a deux entrées. Vous pouvez éventuellement
classer les statistiques par sous-groupes, définis par une ou plusieurs variables qualitatives.

Exemple : La procédure Echantillons complexes - Tableaux croisés vous permet d’obtenir les
statistiques de classification croisée fréquence consommation de cigarette/consommation de
vitamines des Américains, basées sur les résultats du NHIS (National Health Interview Survey) et
dotées d’un plan d’analyse pour ces données d’usage public.

Statistiques : La procédure génere pour chaque estimation des tailles de population, des
pourcentages en lignes, colonnes et tableaux, des erreurs standard, des intervalles de confiance,
des coefficients de variation, des valeurs théoriques, des effets de plan, des racines carrées d’effets
de plan, des résidus, des résidus ajustés et des effectifs non pondérés. L’odds ratio, le risque
relatif et la différence de risque sont calculés pour les tableaux 2*2. En outre, les statistiques de
Pearson et de rapport de vraisemblance sont calculées pour le test d’indépendance des variables de
ligne et de colonne.

Données : Les variables de ligne et de colonne doivent étre qualitatives. Les variables de
sous-population peuvent étre du type chaine de caractéres ou numérique, mais ne doivent pas
étre qualitatives.

Hypotheéses : Les observations dans le fichier de données représentent un échantillon provenant
d’un plan complexe et devant étre analysées en fonction des spécifications du fichier sélectionné
dans la Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes.

Obtention de tableaux croisés des échantillons complexes

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Tableaux croisés

» Sélectionnez un fichier de plan. Sélectionnez éventuellement un fichier personnalisé de
probabilités conjointes.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Tableaux croisés des échantillons complexes

Figure 7-1
Boite de dialogue Tableaux croisés

ﬁ Tableaux croisés des échantillons complexes

Wariables : Lignes :
&) Region [region]
&) Province [province]
& District [vistrict]
@ City [city] ,
& Subdivision [subdivi... |
& Unit [urit] '
f Aoein years [age]
f Marital status [marital] E
f Years at current ad...
f Household income .. ly

Statistiques. .

f Meswspaper subscription...

Colonne

| @& Response [responze]

@9 Price of primary ve...

{I Frimary wehicle pric. .
‘f Level of educstion [...
f Years with current ...

& Retired [retire] d:l Income category in thous...
d:l “ears with current ... e

& Joh satisfaction [ioh...
f Gender [gender]
i

Sous-populstions ;

Chague combinaison de
modaltés définit une

—

[OK][ Coller ][Béinﬂialiser][ Annuler ][ Bide ]

» Sélectionnez au moins une variable de ligne et une variable de colonne.

Vous pouvez éventuellement spécifier les variables définissant les sous-populations. Les
statistiques sont calculées séparément pour chaque sous-population.
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Statistiques de tableaux croisés d’échantillons complexes

Figure 7-2
Boite de dialogue Tableaux croisé . Statistiques

[fH Tableaux croisés des échantillons complexes : Statistiques

[] Test dindépendance des lignes et des colonnes

Cellules

:Z Taille de la population ||| Pourcentage de colonne

[ Pourcentage de ligne [] Pourcentage de tableau

Statistiques
|8 Erreur standard [ Ettectit non pondéré
__ Intervalle de confiance __ Eftet de plan

7] Racine carrée de I'etfet de plan

Reécapitulatits pour les tableaux 242
- _. Cicdeds ratio -_. Différence de risgue

[ Risue relatit

IEPoursuivreél[ Annuler ][ Aide ]

Cellules : Ce groupe vous permet de demander les estimations des tailles de population de cellule
et les pourcentages de ligne, de colonne et de tableau.

Statistiques : Ce groupe géneére des statistiques associées a la taille de la population et au
pourcentage de ligne, de colonne et de tableau.

Erreur standard : Erreur standard de I’estimation.
Intervalle de confiance : Intervalle de confiance de 1’estimation utilisant le niveau spécifié.
Coefficient de variation : Rapport entre 1’erreur standard de I’estimation et 1’estimation.

Effectifs théoriques : Valeur théorique de 1’estimation, sous I’hypothése de I’'indépendance de
la variable en ligne et en colonne.

Effectif non pondéré : Nombre d’unités utilisées pour calculer I’estimation.

Effet de plan : Rapport entre la variance de 1’estimation et la variance, en partant du principe
que I’échantillon est un échantillon aléatoire simple. Il s’agit d’une mesure de 1’effet de
spécification d’un plan complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Racine carrée de I'effet de plan : Il s’agit d’une mesure de I’effet de spécification d’un plan
complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.
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m Résidus : La valeur théorique correspond au nombre d’observations attendues dans la cellule

quand il n’existe pas de relation entre les deux variables. Un résidu positif indique que
la cellule contient plus d’observations que si les variables de ligne et de colonne étaient
indépendantes.

Résidus ajustés : Résidu d’une cellule (valeur observée moins valeur théorique) divisé par
une estimation de son erreur standard. Le résidu standardisé qui en résulte est exprimé en
écarts par rapport a la moyenne.

Récapitulatifs pour les tableaux 2*2 : Ce groupe génére les statistiques des tableaux dans lesquels
les variables de ligne et de colonne possédent chacune 2 modalités. Chaque groupe est une mesure
de la force de I’association entre la présence d’un facteur et la réalisation d’un événement.

Rapport de probabilités : Peut étre utilisé comme estimation du risque relatif dans le cas ou
la réalisation du facteur est rare.

Risque relatif : Rapport entre le risque que survienne un événement en présence du facteur et le
risque que survienne I’événement en 1’absence du facteur.

Différence de risque : Différence entre le risque que survienne un événement en présence du
facteur et le risque que survienne 1’événement en 1’absence du facteur.

Test d'indépendance des lignes et des colonnes : Ce test génére des tests du Khi-deux et de rapport
de vraisemblance sur I’hypothése de I’indépendance entre une ligne et une colonne. Des tests
distincts sont effectués pour chaque paire de variables.

Valeurs manquantes d’échantillons complexes

Figure 7-3
Boite de dialogue Valeurs manquantes

[ Echantillons complexes - Effectifs : Valeurs manquantes

Tahlesux

@ Ltilizer toutes les données dizponibles (suppression tableau par tablead)
© Utiliser une base d'observations cohérente (suppression iste par liste)
Yariables de plan gualitatives

@) Les valeurs manguantes utilizateur ne zont pas valides

© Les valeurs manquantes utilissteur sont valides

Les ohzervations contenant des données non valides pour une variable de
plan gqualitative sont exclues de lanalyse.

[ Annuler ][ Aidle ]

Tables. Ce groupe détermine les observations utilisées dans 1’analyse.

Utilisez toutes les données disponibles. Les valeurs manquantes sont définies tableau par
tableau. Ainsi, les observations utilisées pour calculer les statistiques peuvent varier selon la
fréquence ou les tableaux croisés.

Utilisez une base d'observations cohérente. Les valeurs manquantes sont déterminées dans
toutes les variables. Par conséquent, les observations utilisées pour calculer les statistiques
sont cohérentes dans tous les tableaux.
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Variables de plan qualitatives. Ce groupe détermine si les valeurs manquantes de 1’utilisateur
sont valides ou non.

Options d’échantillons complexes

Figure 7-4
Options

[ Echantillons complexes - Effectifs : Options

Affichage des sous-populations
@ Tous les Sléments dans le méme tableau

© chague élément dans un tableau distinct

i

[ Annuler ][ Aicle ]

Afficher les sous-populations. Vous pouvez choisir d’afficher les sous-populations dans le méme
tableau ou dans des tableaux distincts.
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Echantillons complexes — Rapports

La procédure Echantillons complexes — Rapports affiche les statistiques récapitulatives univariées
des rapports de variables. Vous pouvez éventuellement classer les statistiques par sous-groupes,
définis par une ou plusieurs variables qualitatives.

Exemple : La procédure Echantillons complexes — Rapports vous permet d’obtenir les statistiques
descriptives du rapport entre la valeur de propriété en cours et la derniére valeur estimée, basée
sur les résultats d’un sondage national mené en fonction d’un plan complexe et dotée d’un plan
d’analyse approprié pour les données.

Statistiques : La procédure génére des estimations de rapport, des tests ¢, des erreurs standard, des
intervalles de confiance, des coefficients de variation, des effectifs non pondérés, des tailles de
population, des effets de plan et des racines carrées d’effets de plan.

Données : Les numérateurs et les dénominateurs doivent étre des variables d’échelle positives. Les
variables de sous-population peuvent étre du type chaine de caractéres ou numérique, mais ne
doivent pas étre qualitatives.

Hypotheéses : Les observations dans le fichier de données représentent un échantillon provenant
d’un plan complexe et devant étre analysées en fonction des spécifications du fichier sélectionné
dans la Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes.

Obtention de rapports d’échantillons complexes

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Ratios...

» Sélectionnez un fichier de plan. Sélectionnez éventuellement un fichier personnalisé de
probabilités conjointes.

» Cliquez sur Poursuivre.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 43
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Figure 8-1
Boite de dialogue Rapports

-y

fH Echantillons complexes - Rapports

Wariahles : : Statistiques...
Mumerateurs :

‘gﬁ 1D propristé [propid]

&b voisinnage [nbrhood] & Waleur actuelle [currval] Valeurs manguantes. .
f Durée depuiz la dernié. ..

&) Inclusion (Selection) Pr...
&) Cumulstive Sampling W,
&b Cumulstive Sampling W | |

Dénominstedr ;
| f “aleur lors de |a derniér ...

Souz-populstions

&3 Département [county]

Chague cotmbinaison de
modalités définit une

[ [0],3 ] [ Caller ] [Eéin'rtialiser ] [ Annuler ] [ Ajde ]

» Sélectionnez au moins une variable de numérateur et une variable de dénominateur.

Vous pouvez également indiquer des variables pour définir les sous-groupes pour lesquels les
statistiques sont produites.

Echantillons complexes — Rapports : Statistiques

Figure 8-2
Boite de dialogue Rapports : Statistiques

-

3] Rapports des échantillons complexes : Statistiques

Statistiques
[+ Erreur standard [ Etfectit non pondéré
Eﬁ Intervalle de confiance Eﬂ Taille de la population

Miveau (%) : || Effet de plan
[ coefficiert de varistion [ Racine carrée de leffet de plan
[ testt Waleur test :

|§Poursuiwe§|[ Arnuler ][ Aide ]

Statistiques : Ce groupe produit les statistiques associées a 1’estimation du rapport.

m  Erreur standard : Erreur standard de 1’estimation.

m Intervalle de confiance : Intervalle de confiance de I’estimation utilisant le niveau spécifié.
m Coefficient de variation : Rapport entre I’erreur standard de I’estimation et I’estimation.
]

Effectif non pondéré : Nombre d’unités utilisées pour calculer I’estimation.
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Taille de la population. Nombre d’unités estimées composant la population.

Effet de plan : Rapport entre la variance de 1’estimation et la variance, en partant du principe
que I’échantillon est un échantillon aléatoire simple. Il s’agit d’une mesure de 1’effet de
spécification d’un plan complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Racine carrée de I'effet de plan : Il s’agit d’une mesure de I’effet de spécification d’un plan
complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Test t. Vous pouvez demander d’effectuer des tests ¢ sur les estimations basés sur une valeur
spécifiée.

Echantillons complexes — Rapports : Valeurs manquantes

Figure 8-3
Boite de dialogue Rapports : Valeurs manquantes

H Rapports des échantillons complexes : Yaleurs manquantes

Ratios

@) Ltilizer toutes les données dizponibles (zuppression rapport par rapport)

© assurez-vous de disposer d'une baze d'observations cohérente (suppression lizte par liste)
“Yariables de plan gualitstives

@) Les valeurs manguantes utilizateur ne sont pas valides

© Les valeurs manguantes wtilisateur sont valides

Les oheervations contenant des données non valides pour une variable de plan gualitstive
sont exclues de l'analyse.

|§E‘0LJ_[§_L_J_!}{!'_§_§J[ Annuler ][ Aide ]

Ratios : Ce groupe détermine les observations utilisées dans I’analyse.

Utilisez toutes les données disponibles. Les valeurs manquantes sont définies rapport par
rapport. Ainsi, les observations utilisées pour calculer les statistiques peuvent varier d’une
paire numérateur-dénominateur a 1’autre.

Assurez-vous de disposer d'une base d'observations cohérente. Les valeurs manquantes sont
déterminées dans toutes les variables. Par conséquent, les observations utilisées pour le calcul
des statistiques sont cohérentes.

Variables de plan qualitatives. Ce groupe détermine si les valeurs manquantes de 1’utilisateur
sont valides ou non.
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Options d’échantillons complexes

Figure 8-4
Options

[ Echantillons complexes - Effectifs : Options

Affichage des sous-populations
@ Tous les Sléments dans le méme tableau

© chague élément dans un tableau distinct

i

[ Annuler ][ Aicle ]

Afficher les sous-populations. Vous pouvez choisir d’afficher les sous-populations dans le méme
tableau ou dans des tableaux distincts.



Chapitre

Modele lineaire géneral des
echantillons complexes

La procédure relative au modéle linéaire général des échantillons complexes effectue une analyse
de régression lin€aire, ainsi qu’une analyse de la variance et de la covariance, pour les échantillons
réalisés a I’aide de méthodes d’échantillonnage complexes. Vous pouvez également demander une
analyse pour une sous-population.

Exemple : Une enseigne de supermarchés a interrogé, en fonction d’un plan complexe, un groupe
de clients au sujet de leurs habitudes de consommation. Compte tenu des résultats de 1’enquéte
et de la somme dépensée par les clients au cours du mois précédent, 1’enseigne souhaite voir si
la fréquence des achats est liée aux dépenses mensuelles, et ce en prenant en compte le sexe du
client et en intégrant le plan d’échantillonnage.

Statistiques : La procédure produit des estimations, des erreurs standard, des intervalles de
confiance, des tests ¢, des effets de plan, des racines carrées d’effets de plan pour les paramétres du
modele ; elle fournit également les corrélations et les covariances des estimations des parameétres.
Les mesures de qualité d’ajustement et les statistiques descriptives pour les variables dépendantes
et indépendantes sont également disponibles. Vous pouvez également demander la moyenne
marginale estimée pour les niveaux de facteurs de mod¢les et les interactions entre facteurs

Données. La variable dépendante est quantitative. Les facteurs sont qualitatifs. Les covariables
sont des variables quantitatives liées a la variable dépendante. Les variables de sous-population
peuvent étre du type chaine de caractéres ou numérique, mais ne doivent pas étre qualitatives.

Hypothéses : Les observations dans le fichier de données représentent un échantillon provenant
d’un plan complexe et devant étre analysées en fonction des spécifications du fichier sélectionné
dans la Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes.

Obtention d’'un modéle linéaire général des échantillons complexes

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillons complexes > Modeéle linéaire général...

» Sélectionnez un fichier de plan. Sélectionnez éventuellement un fichier personnalisé de
probabilités conjointes.

» Cliquez sur Poursuivre.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 47
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Figure 9-1
Boite de dialogue Modele linéaire général

H Modele lindaire geéneral des échantillons complexes

Wariahles : Wariable dépendante :
&) 1D magazin [storeid] |g§ Montant dépense [amts... |

&) Madazin d'alimentation ..
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Facteurs :
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& o 9 & Uhisatio d covpon 1.
f Murmber of customears [... . = —

&5 D client [custid]

Enregistrer..

&) Wegétarien [veg] Cavatiables :
&b Style d'achat [style] B
f Incluzion (Selection) Pr...
gﬁ Cumulative Sampling W... -
f Cumulative Sampling W,

Sous-population

Variahle :
|

Modalité :

[ ok J[ coer |[Remtiiser || annuier |[ ace |

» Sélectionnez une variable dépendante.

Sinon, vous pouvez :
m  Sélectionnez des variables pour les facteurs et covariables, en fonction de vos données.

® Indiquez une variable pour définir une sous-population. L’analyse est effectuée uniquement
pour la modalité sélectionnée de la variable de sous-population.
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Figure 9-2
Boite de dialogue Modele

H Modele lindaire genéral des échantillons complexes : Modeéle

Spécifier lez effets du modéle

©) Eftets principas @ Personnalizé
Facteurs et covariables | hlodéle ©
Iﬂ shopfar shaopfar
M usecoup USECaUp

shopforusecoup
Termel(s) construit(s)

Type

Terme emboits

Terme : |

Constante
& Inclure dans le mocéle

[ Atfficher les statistiques

[Poursuiwe][ Annuler ][ Aide ]

Spécifier les effets du modele. Par défaut, la procédure élabore un modéle contenant des effets
principaux a I’aide des covariables et facteurs spécifiés dans la boite de dialogue principale.
Vous pouvez €galement créer un modele personnalisé contenant des effets d’interaction et des
termes emboités.

Termes non emboités

Pour les facteurs et covariables sélectionnés :

Interaction : Crée le terme d’interaction du plus haut niveau pour toutes les variables sélectionnées.
Effets principaux :Crée un terme d’effet principal pour chaque variable sélectionnée.

Toutes d’ordre 2 :Crée toutes les interactions d’ordre 2 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’ordre 3 :Crée toutes les interactions d’ordre 3 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’ordre 4 :Crée toutes les interactions d’ordre 4 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 5 :Crée toutes les interactions d’ordre 5 possibles des variables sélectionnées.
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Termes emboités

Dans cette procédure, vous pouvez construire des termes emboités pour votre modele. Les termes
embofités sont utiles pour modéliser I’effet d’un facteur ou d’une covariable dont les valeurs
n’interagissent pas avec les niveaux d’un autre facteur. Par exemple, une chaine d’épiceries peut
suivre les habitudes d’achat de ses clients a divers emplacements de magasin. Puisque chaque
client ne fréquente qu’un seul de ces magasins, I’effet Client peut étre considéré comme étant
emboité dans ’effet Emplacement des magasins.

En outre, vous pouvez inclure des effets d’interaction, tels que des termes polynomiaux
impliquant la méme covariable, ou ajouter plusieurs niveaux d’emboitement au terme emboité.

Limites. Les termes emboités comportent les restrictions suivantes :

m  Tous les facteurs d’une interaction doivent étre uniques. Ainsi, si 4 est un facteur, la
spécification 4*4 n’est pas valide.

m  Tous les facteurs d’un effet en cascade doivent étre uniques. Ainsi, si 4 est un facteur, la
spécification A(A4) n’est pas valide.

B Aucun effet ne peut étre emboités dans un effet de covariable. Ainsi, si 4 est un facteur et X
une covariable, la spécification 4(X) n’est pas valide.

Constante. L’ordonnée est généralement incluse dans le modéle. Si vous partez du principe que
les données passent par I’origine, vous pouvez exclure la constante. Méme si vous incluez la
constante dans le modé¢le, vous pouvez supprimer les statistiques qui lui sont associées.

Modeéle linéaire général des échantillons complexes - Statistiques

Figure 9-3
Boite de dialogue Statistiques du modéle linéaire général

[ Modele linéaire genéral des échantillons complexes : Statistiques

Paramétres du modéle
[+ Estimation [T] covariances des estimations de paramétres
-(" Erreur standard - _ Caorrélstions des estimstions de paramétres
-{' Intervalle de confiance '.[ Effet de plan
[ test t [ Racine carrée de Peffet de plan

[ Guslité de I'ajustement

'-c’ Moyennes des populations pour les variables et covariables dépendantes

_-E Informations sur le plan d'échartilonnage

IéPoursuiweél[ Annuler ][ Aide ]

Paramétres du modele. Ce groupe permet de contrdler 1’affichage des statistiques associées aux
paramétres du modéle.

m  Estimation. Affiche des estimations des coefficients.

m  Erreur standard : Affiche I’erreur standard pour chaque estimation de coefficient.
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m Intervalle de confiance : Affiche I’intervalle de confiance pour chaque estimation de
coefficient. Le niveau de confiance de I’intervalle est défini dans la boite de dialogue Options.

m  Testt. Affiche un test # pour chaque estimation de coefficient. L’hypothése nulle de chaque
test correspond au cas ou la valeur du coefficient est 0.

m Covariances des estimations de paramétres. Affiche une estimation de la matrice de covariance
pour les coefficients du modéle.

m  Corrélations des estimations de parametres. Affiche une estimation de la matrice de corrélation
pour les coefficients du modéle.

m Effet de plan : Rapport entre la variance de I’estimation et la variance, en partant du principe
que I’échantillon est un échantillon aléatoire simple. Il s’agit de la mesure d’un effet de la
spécification d’un plan complexe, pour lequel des valeurs plus petites indiquent des effets
plus importants.

m Racine carrée de I'effet de plan : 11 s’agit d’une mesure de I’effet de spécification d’un plan
complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Qualité de I'ajustement : Affiche les statistiques de R? et d’erreur quadratique moyenne.

Moyennes des populations pour les variables et covariables dépendantes. Affiche les informations
récapitulatives sur la variable dépendante, les covariables et les facteurs.

Informations sur le plan d'échantillonnage. Affiche les informations récapitulatives relatives a
I’¢échantillon, y compris les effectifs non pondérés et la taille de la population.

Tests d’hypothése des échantillons complexes

Figure 9-4
Boite de dialogue Tests d’hypothese

HH Modale linsaire genéral des échantillons complexes : Tests d'hypothese

Statistique de test Degrés de liberté de 'chantilonnage
@ E @ Bazé sur le plan d'échantilonnsge
@ F ajusté © Fixe

© Chi-deux

© Hhi-teux sjusté

Ajustement pour les comparaizons multiples
@) pittérence I& moinz significative

© sidak sEquertisl

2 Bonferroni s&guertiel

@ sidak

D Bonferrani

[Poursuwre][ Annuler ][ Aidle ]

Statistique de test. Ce groupe vous permet de sélectionner le type de statistiques a utiliser pour
tester les hypothéses. Vous avez le choix entre F, F ajusté, Khi-deux et Khi-deux ajusté.
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Degrés de liberté de I'échantillonnage. Ce groupe permet de contrdler les degrés de liberté du plan
d’échantillonnage utilisés pour calculer les valeurs p pour toutes les statistiques de test. Si elle
est basée sur le plan d’échantillonnage, cette valeur correspond a la différence entre le nombre
d’unités d’échantillonnage principales et le nombre de strates présentes a la premiere étape de
I’¢échantillonnage. Vous pouvez également définir un degré de liberté personnalisé en indiquant
un entier positif.

Ajustement pour les comparaisons multiples. Lors de I’exécution de tests d’hypothése avec
plusieurs contrastes, vous pouvez ajuster le seuil global de signification a partir des seuils de
signification des contrastes inclus. Ce groupe vous permet de choisir la méthode d’ajustement.

m Différence la moins significative. Cette méthode ne contréle pas 1’intégralité de la probabilité
de rejet des hypothéses qui présentent des contrastes linéaires différents des valeurs
d’hypothése nulles.

®  Procédure de Sidak Séquentielle. Il s'agit d'une procédure descendante de rejet séquentiel de
Bonferroni beaucoup moins stricte en ce qui concerne le rejet des différentes hypothéses mais
qui conserve le méme niveau global de signification.

m  Bonferroni séquentiel. Il s'agit d'une procédure descendante de rejet séquentiel de Bonferroni
beaucoup moins stricte en ce qui concerne le rejet des différentes hypothéses mais qui
conserve le méme niveau global de signification.

Sidak. Cette méthode propose des bornes plus petites que I'approche de Bonferroni.

Bonferroni. Cette méthode ajuste le niveau de signification observé lorsque des contrastes
multiples sont testés.
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Modele linéaire général des échantillons complexes - Moyennes
estimees

Figure 9-5
Boite de dialogue Moyennes estimées du modele linéaire général

Modele linéaire geénéral des échantillons complexes : Moyennes estimées
Facteurs et interactions : Atficher les moyennes :
shopfor Terme |Cnnﬂas‘le Modalité de référence |
USECoup shapfar Simple 3
shopfor*usecaup UFECOLE Sirmple b
shopfortusecoup Avcun 1 Man

2 A partir d'un journalimacgasin
3 A partir d'un mailing
4 A partir des dewx

|| Afficher la moyenne de populstion glabals

[Poursuivre][ Annuler ][ Aide ]

La boite de dialogue Moyennes estimées permet d’afficher les moyennes marginales estimées du
mode¢le pour les niveaux de facteurs et les interactions entre facteurs indiqués dans la sous-boite

de dialogue Modéle. Vous pouvez également demander I’affichage de la moyenne de population
globale.

Terme. Les moyennes estimées sont calculées pour les interactions et les facteurs sélectionnés.

Contraste. Le contraste détermine le mode de définition des tests d’hypothése pour la comparaison
des moyennes estimées.

m  Simple. Compare la moyenne de chaque niveau a celle d'un niveau donné. Ce type de contraste
est utile lorsqu'il y a un groupe de controle.

m Ecart. Compare la moyenne de chaque niveau (hormis une modalité de référence) a la

moyenne de tous les niveaux (grande moyenne). Les niveaux du facteur peuvent étre de
n'importe quel ordre.

m Différencié d'ordre. Compare la moyenne de chaque niveau (hormis le premier) a la moyenne
des niveaux précédents. (Parfois appelé contraste de Helmert inversé.)

B Helmert. Compare la moyenne de chaque niveau de facteur (hormis le dernier) a la moyenne
des niveaux suivants.
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m Répeté. Compare la moyenne de chaque niveau (hormis le premier) a la moyenne du niveau

précédent.

Polynomial. Compare 1'effet linéaire, 1'effet quadratique, I'effet cubique, etc. Le premier degré

de liberté contient l'effet linéaire sur toutes les modalités, le second degré 1'effet quadratique,
etc. Ces contrastes servent souvent a estimer les tendances polynomiales.

Modalité de référence. Les contrastes simple et d’écart nécessitent une modalité de référence ou
un niveau de facteur servant de base de comparaison avec les autres.

Modéle linéaire général des échantillons complexes - Enregistrement

Figure 9-6

Boite de dialogue Enregistrer le modéle linéaire général

[ Modele lindaire geéneéral des échantillons complexes : Enregistrer

Enregistrer les variables
[ prévisions
|| Résidus

Exporter le modéle sous forme de données PASW Statistics

Fichier : |

| [ Parcaurir ... ]

@ Estimations des paramétres et matrice de covariance
(@) Estimations des paramétres et matrice de corrélation

Exparter | modéle au format XL

Fichier : |

| [ Parcourir ... ]

@) Estimations des paramétres et matrice de covariance
@ Estimations des paramétres uniquement

o) [ amnuier | aie |

Enregistrer les variables. Ce groupe permet d’enregistrer les prévisions et les résidus du mode¢le en
tant que nouvelles variables dans le fichier de travail.

Exporter le modele en tant que données SPSS Statistics. Ecrit un fichier de données dans le format

IBM® SPSS® Statisticscontenant la corrélation

des paramétres ou la matrice de covariance avec

les estimations des parameétres, les erreurs standard, les valeurs de significativité et les degrés de
liberté. L’ordre des variables dans le fichier de matrice est le suivant.

m rowtype_. Prend les valeurs (et étiquettes de

valeurs) suivantes : COV (covariances), CORR

(corrélations), EST (estimations des parametres), SE (erreurs standard), SIG (seuil de
signification) et DF (degrés de liberté du plan d’échantillonnage). Il existe une observation
distincte avec le type de ligne COV (ou CORR) pour chaque paramétre de modele et une
observation distincte pour chacun des autres types de ligne.
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m varname_. Prend les valeurs P1, P2, etc., correspondant & une liste triée de tous les paramétres
de modeéele pour les types de ligne COV ou CORR, avec des étiquettes de valeur correspondant
aux chaines de paramétres affichées dans le tableau Estimations des paramétres. Les cellules
sont vides pour les autres types de ligne.

m P1,P2, .. Ces variables correspondent & une liste triée de tous les paramétres de modéle, avec
des étiquettes de variable correspondant aux chaines de paramétres affichées dans le tableau
Estimations des paramétres, et prennent leurs valeurs en fonction du type de ligne. Pour les
paramétres redondants, toutes les covariances et les estimations de paramétres sont définies
sur zéro, et ’ensemble des corrélations, erreurs standard, seuils de signification et degrés de
liberté résiduels sont définis sur la valeur manquante par défaut.

Remarque : Ce fichier n’est pas immédiatement utilisable pour d’autres analyses dans d’autres
procédures que la lecture d’un fichier de matrice, sauf si ces procédures acceptent tous les types
de ligne exportés ici.

Exporter le modéle au format XML. Enregistre les estimations et la matrice de covariance des
paramétres, si vous 1’avez sélectionnée, au format XML (PMML). Vous pouvez utiliser ce fichier
de modele pour appliquer les informations du modele aux autres fichiers de données a des fins
d’évaluation.

Modeéle linéaire général des échantillons complexes - Options

Figure 9-7
Boite de dialogue Options du modéle linéaire général

[fH Modele lindaire général des échantillons complexes : Options

Waleurs manguantes spécifidées

@® Trater comme non valide

@ Traiter comme walicie

Ce paramétre s'appligue aux facteurs, aux variables de sous-populstion et
aux variables de plan gualtatives.

Intervalle de confiance (%)

Annuler ][ Aide ]

Valeurs manquantes spécifiées. Toutes les variables de plan, ainsi que la variable dépendante et les
covariables, doivent contenir des valeurs valides. Les observations comportant des données non
valides pour I’une de ces variables sont supprimées de ’analyse. Vous pouvez ainsi décider si les
valeurs manquantes spécifiées par 1’utilisateur sont traitées comme étant valides dans la strate, la
classe, la sous-population et les variables actives.

Intervalle de confiance : Il s’agit du niveau d’intervalle de confiance pour les estimations de
coefficient et les moyennes marginales estimées. Spécifiez une valeur supérieure ou égale a
50 et inférieure a 100.
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Fonctionnalités suppléementaires de la commande CSGLM

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Spécifier les tests d’effets par rapport a une combinaison linéaire d’effets ou une valeur (a
I’aide de la sous-commande CUSTOM).

Donner aux covariables des valeurs autres que leur moyenne lors du calcul de la moyenne
marginale estimée (a I’aide de la sous-commande EMMEANS).

Spécifier les mesures pour les contrastes polynomiaux (a ’aide de la sous-commande
EMMEANS).

Indiquer une valeur de tolérance pour le controle des particularités (a I’aide de la
sous-commande CRITERIA).

Créer des noms définis par 1’utilisateur pour les variables enregistrées (a I’aide de la
sous-commande SAVE).

Générer un tableau des fonctions générales estimées (a 1’aide de la sous-commande PRINT).

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.
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Regression logistique des échantillons
complexes

La procédure de régression logistique des échantillons complexes effectue une analyse de
régression logistique sur une variable dépendante binaire ou multinomiale, pour les échantillons
réalisés a I’aide de méthodes d’échantillonnage complexes. Vous pouvez ¢galement demander une
analyse pour une sous-population.

Exemple : Un responsable des préts a recueilli I’historique des préts octroyés aux clients a différents
guichets, en fonction d’un plan complexe. Lors de I’intégration du plan d’échantillonnage, il
souhaite voir si la probabilité de défaut de paiement est liée a 1’age, au parcours professionnel

et au montant de la dette.

Statistiques : La procédure produit des estimations, des estimations exponentielles, des erreurs
standard, des intervalles de confiance, des tests ¢, des effets de plan des racines carrées d’effets de
plan pour les paramétres du modele ; elle fournit également les corrélations et les covariances
des estimations des paramétres. Les statistiques de pseudo R2, les tableaux de classement et les
statistiques descriptives des variables dépendantes et indépendantes sont également disponibles.

Données. La variable dépendante est qualitative. Les facteurs sont qualitatifs. Les covariables
sont des variables quantitatives liées a la variable dépendante. Les variables de sous-population
peuvent étre du type chaine de caractéres ou numérique, mais ne doivent pas étre qualitatives.

Hypotheéses : Les observations dans le fichier de données représentent un échantillon provenant
d’un plan complexe et devant étre analysées en fonction des spécifications du fichier sélectionné
dans la Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes.

Obtention de Ia régression logistique des échantillons complexes

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillons complexes > Régression logistique...

» Sélectionnez un fichier de plan. Sélectionnez éventuellement un fichier personnalisé de
probabilités conjointes.

» Cliquez sur Poursuivre.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 57
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Figure 10-1
Boite de dialogue Régression logistique

H Régression logistique des échantillons complexes

' Modle...

Wariahles . Wariable dépendante :

&5 Activité [oranch] | &4 Artécadent découvert .|
f Mombre de clients [ncu...
&b 1D cliert [eustomer] Madalité de référence. ..

Facteurs : Odds ratios. ..
I Hiveau d'éducation [ed]

" gta_tistiques i

Tests dhypothése. .

Enregistrer ...

wanions

Covatiables :

‘f Age en années [age]

‘gﬁ Mb d'années avec ...
‘g& Mb d'années a l'adre...
& Revenu du foyver en... [

Souz-population

“ariakle :
|

hodalte :

(C2SC [ coter [ peintitser |[_annuer |[_ sige |

» Sélectionnez une variable dépendante.

Sinon, vous pouvez :
m  Sélectionnez des variables pour les facteurs et covariables, en fonction de vos données.

® Indiquez une variable pour définir une sous-population. L’analyse est effectuée uniquement
pour la modalité sélectionnée de la variable de sous-population.
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Régression logistique des échantillons complexes - Modalité de
réféerence

Figure 10-2
Boite de dialogue Modalité de référence de la régression logistique

H Régression logistique des échantillons complexes : Modalité de référence

Mockslte de référence
@) valeur la plus Slevée
@ Waleur la plus faible

@ Personnalisé

Annuler ][ Aicle ]

Par défaut, la procédure de régression logistique des échantillons complexes fait de la modalité
ayant la valeur la plus élevée la modalité de référence. Cette boite de dialogue vous permet

de spécifier la valeur la plus élevée, la plus basse ou une modalité personnalisée en tant que
modalité de référence.
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Modele de régression logistique des échantillons complexes

Figure 10-3
Boite de dialogue Modele de régression logistique

= Régression logistique des échantillons complexes : Modéle

Spécifier lez effets du modéle

©) Efiets principas @ Personnalizé
Facteurs et covariables . hlodéle ©
Ii employ employ
Ii address address
Ii incame INcomeE
Ii el Terme(s) construit(=) HenTine
| crecdept Type : creddebt
Ii cthdlekt Effets principaus = othelsht

Terme emboits

Terme : |

Constante

[ Inclure dars le madéle

[ adticher les statistiques

[ Annuler ][ Aide ]

Spécifier les effets du modele. Par défaut, la procédure élabore un modele contenant des effets
principaux a I’aide des covariables et facteurs spécifiés dans la boite de dialogue principale.
Vous pouvez également créer un modeéle personnalisé contenant des effets d’interaction et des
termes emboités.

Termes non emboités

Pour les facteurs et covariables sélectionnés :

Interaction : Crée le terme d’interaction du plus haut niveau pour toutes les variables sélectionnées.
Effets principaux :Crée un terme d’effet principal pour chaque variable sélectionnée.

Toutes d'ordre 2 :Crée toutes les interactions d’ordre 2 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’ordre 3 :Crée toutes les interactions d’ordre 3 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 4 :Crée toutes les interactions d’ordre 4 possibles des variables sélectionnées.
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Toutes d’ordre 5 :Crée toutes les interactions d’ordre 5 possibles des variables sélectionnées.

Termes emboités

Dans cette procédure, vous pouvez construire des termes emboités pour votre modéle. Les termes
emboités sont utiles pour modéliser 1’effet d’un facteur ou d’une covariable dont les valeurs
n’interagissent pas avec les niveaux d’un autre facteur. Par exemple, une chaine d’épiceries peut
suivre les habitudes d’achat de ses clients a divers emplacements de magasin. Puisque chaque
client ne fréquente qu’un seul de ces magasins, 1’effet Client peut étre considéré comme étant
emboité dans ’effet Emplacement des magasins.

En outre, vous pouvez inclure des effets d’interaction, tels que des termes polynomiaux
impliquant la méme covariable, ou ajouter plusieurs niveaux d’emboitement au terme emboité.

Limites. Les termes emboités comportent les restrictions suivantes :

®  Tous les facteurs d’une interaction doivent étre uniques. Ainsi, si 4 est un facteur, la
spécification 4*4 n’est pas valide.

m  Tous les facteurs d’un effet en cascade doivent étre uniques. Ainsi, si 4 est un facteur, la
spécification A(A4) n’est pas valide.

B Aucun effet ne peut étre emboités dans un effet de covariable. Ainsi, si 4 est un facteur et X
une covariable, la spécification 4(X) n’est pas valide.

Constante. [’ordonnée est généralement incluse dans le modele. Si vous partez du principe que
les données passent par 1’origine, vous pouvez exclure la constante. Méme si vous incluez la
constante dans le mode¢le, vous pouvez supprimer les statistiques qui lui sont associées.

Régression logistique des échantillons complexes - Statistiques

Figure 10-4
Boite de dialogue Statistiques de régression logistique

H Reégression logistique des échantillons complexes : Statistiques

Qualté de I'sjustement
:Z Paeudo R-deux

[+ Tableau de classement

Paramétres
[+ Estimation [7] covariances des estimations de paramétres

[ Estimation mise en exposant | Corrélations des estimstions de paramétres

:Z Erreur standard :z Effet de plan
:f Intervalle de confiance _ _ Racine carrée de 'effet de plan
[ testt

[ Statiztiques récapitulatives des variables de modéle

[+ Informations sur le plan d'échantilonnzaoge

[Annuler ][ Ajde ]
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Qualité de I'ajustement. Contréle I’affichage des statistiques qui mesurent les performances
globales du modéle.

Pseudo R-deux. La statistiqueR? de la régression linéaire n’a pas de véritable équivalent dans
les modeles de régression logistique. On trouve, a la place, plusieurs mesures qui essaient de
reproduire les propriétés de la statistique R2.

Tableau de classement : Affiche les classifications croisées mises en tableau des modalités
observées, classées selon les modalités prévues par le modele en fonction de la variable
dépendante.

Paramétres. Ce groupe permet de controler 1’affichage des statistiques associées aux paramétres
du modgéle.

Estimation. Affiche des estimations des coefficients.

Estimation mise en exposant. Affiche la base du logarithme népérien élevée a la puissance des
estimations des coefficients. L’estimation présente des propriétés parfaitement adaptées

aux tests statistiques ; I’estimation exponentielle, ou exp(B), est, quant a elle, plus facile a
interpréter.

Erreur standard : Affiche I’erreur standard pour chaque estimation de coefficient.

Intervalle de confiance : Affiche I’intervalle de confiance pour chaque estimation de
coefficient. Le niveau de confiance de I’intervalle est défini dans la boite de dialogue Options.

Testt. Affiche un test ¢ pour chaque estimation de coefficient. L’hypothése nulle de chaque
test correspond au cas ou la valeur du coefficient est 0.

Covariances des estimations de parameétres. Affiche une estimation de la matrice de covariance
pour les coefficients du modéle.

Corrélations des estimations de paramétres. Affiche une estimation de la matrice de corrélation
pour les coefficients du modéle.

Effet de plan : Rapport entre la variance de 1’estimation et la variance, en partant du principe
que I’échantillon est un échantillon aléatoire simple. Il s’agit de la mesure d’un effet de la
spécification d’un plan complexe, pour lequel des valeurs plus petites indiquent des effets
plus importants.

Racine carrée de I'effet de plan : 1l s’agit d’une mesure de I’effet de spécification d’un plan
complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Statistiques récapitulatives des variables de modéle. Affiche les informations récapitulatives sur la
variable dépendante, les covariables et les facteurs.

Informations sur le plan d’échantillonnage. Affiche les informations récapitulatives relatives a
I’échantillon, y compris les effectifs non pondérés et la taille de la population.
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Tests d’hypothese des échantillons complexes

Figure 10-5
Boite de dialogue Tests d’hypothese

HH Modale linsaire genéral des échantillons complexes : Tests d'hypothese

Statistique de test Degrés de liberté de 'chantilonnage
@ E @ Bazé sur le plan d'échantilonnsge
@ F ajusté © Fixe

© Chi-deux

© Hhi-teux sjusté

Ajustement pour les comparaizons multiples
@) pittérence I& moinz significative

© sidak sEquertisl

2 Bonferroni s&guertiel

@ sidak

D Bonferrani

[ Annuler ][ Aide ]

Statistique de test. Ce groupe vous permet de sélectionner le type de statistiques a utiliser pour
tester les hypothéses. Vous avez le choix entre F, F ajusté, Khi-deux et Khi-deux ajusté.

Degrés de liberté de I'échantillonnage. Ce groupe permet de contrdler les degrés de liberté du plan
d’échantillonnage utilisés pour calculer les valeurs p pour toutes les statistiques de test. Si elle
est basée sur le plan d’échantillonnage, cette valeur correspond a la différence entre le nombre
d’unités d’échantillonnage principales et le nombre de strates présentes a la premiére étape de
I’échantillonnage. Vous pouvez également définir un degré de liberté personnalisé en indiquant
un entier positif.

Ajustement pour les comparaisons multiples. Lors de I’exécution de tests d’hypothése avec
plusieurs contrastes, vous pouvez ajuster le seuil global de signification a partir des seuils de
signification des contrastes inclus. Ce groupe vous permet de choisir la méthode d’ajustement.

m Différence la moins significative. Cette méthode ne contréle pas 1’intégralité de la probabilité
de rejet des hypothéses qui présentent des contrastes linéaires différents des valeurs
d’hypothése nulles.

®  Procédure de Sidak Séquentielle. Il s'agit d'une procédure descendante de rejet séquentiel de
Bonferroni beaucoup moins stricte en ce qui concerne le rejet des différentes hypothéses mais
qui conserve le méme niveau global de signification.

m  Bonferroni séquentiel. Il s'agit d'une procédure descendante de rejet séquentiel de Bonferroni
beaucoup moins stricte en ce qui concerne le rejet des différentes hypothéses mais qui
conserve le méme niveau global de signification.

Sidak. Cette méthode propose des bornes plus petites que I'approche de Bonferroni.

Bonferroni. Cette méthode ajuste le niveau de signification observé lorsque des contrastes
multiples sont testés.
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Régression logistique des échantillons complexes - Odds ratios

Figure 10-6
Boite de dialogue Odds Ratios de la régression logistique

5| Régression logistique des échantillons complexes : Odds Ratios
Facteurs Oz ratios utiizés pour comparer des nivesus de facteurs
E[I Miveau d'éducation [ed] Critére |Modalité de référence |
Miveau d'education [ed] (valeur la plus Sleves)

Covariables : Odds ratios utiisés pour modifier des valeurs de covariable :
f Aoe en années [age] |5 Covariable |Uni'tés de modification
y b d'années avec ' b dannées avec lemplove... 1
& Nb dannées & radr. % Ratio DébCrédit (x100) [d... 1
Un ensemble d'odos ratios est généré pour chague variable présente dans les griles Odds Ratios.
Pour chague enzemble, tous les autres facteurs du modéle sont evalués a leurs niveausx masdima |
toutes les autres covarisbles le sont & leurs moyennes.

IEPoursuiweél [ Annuler ] [ Aide: ]

La boite de dialogue Odds Ratios permet d’afficher les odds ratios estimés par mode¢le pour les
covariables et les facteurs indiqués. Un groupe d’odds ratios distinct est calculé pour chaque
modalité de la variable dépendante, a I’exception de la modalité de référence.

Facteurs. Pour chaque facteur sélectionné, affiche 1’odds ratio de chaque modalité du facteur par
rapport a celui de la modalité de référence indiquée.

Covariables : Pour chaque covariable sélectionnée, affiche les odds ratio au niveau de la valeur
moyenne de la covariable et des unités de modification indiquées, par rapport a celui de la
moyenne.

Lors du calcul des odds ratios d’un facteur ou d’une covariable, la procédure parameétre tous les
autres facteurs a leur niveau le plus haut et toutes les autres covariables a leur moyenne. Si un
facteur ou une covariable interagit avec les autres variables prédites du mode¢le, tous les odds
ratios dépendent alors non seulement de la modification apportée a la variable indiquée, mais
aussi des valeurs des variables avec lesquelles il interagit. Si une covariable spécifiée interagit
avec elle-méme dans le modéle (par exemple, dge *dge), les odds ratios dépendent alors de la
modification de la covariable et de la valeur covariable.
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Régression logistique des échantillons complexes - Enregistrement

Figure 10-7
Boite de dialogue Enregistrer la régression logistique

H Reégression logistique des échantillons complexes : Enregistrer

Enregistrer les variables

7] Modsité estimée
[T Probabiltés prévues (une par modalité de la variable dépendarte)

Exporter le modéle sous forme de données PASW Statistics

Fichier : | | [ Parcaurir ... ]

@ Estimations des paramétres et matrice de covariance
(@) Estimations des paramétres et matrice de corrélation

Exparter | modéle au format XL

Fichier : | | [ Parcourir ... ]

@) Estimations des paramétres et matrice de covarianoce
@ Estimations des paramétres uniquement

poursuivel]|_annuer | aide |

Enregistrer les variables. Ce groupe permet d’enregistrer les modalités estimées et les probabilités
prévues du modéle en tant que nouvelles variables dans le fichier de travail.

Exporter le modele en tant que données SPSS Statistics. Ecrit un fichier de données dans le format
IBM® SPSS® Statisticscontenant la corrélation des paramétres ou la matrice de covariance avec
les estimations des parameétres, les erreurs standard, les valeurs de significativité et les degrés de
liberté. L’ordre des variables dans le fichier de matrice est le suivant.

rowtype_. Prend les valeurs (et étiquettes de valeurs) suivantes : COV (covariances), CORR
(corrélations), EST (estimations des parametres), SE (erreurs standard), SIG (seuil de
signification) et DF (degrés de liberté du plan d’échantillonnage). Il existe une observation
distincte avec le type de ligne COV (ou CORR) pour chaque paramétre de modele et une
observation distincte pour chacun des autres types de ligne.

varname_. Prend les valeurs P1, P2, etc., correspondant & une liste triée de tous les paramétres
de modeéle pour les types de ligne COV ou CORR, avec des étiquettes de valeur correspondant
aux chaines de paramétres affichées dans le tableau Estimations des paramétres. Les cellules
sont vides pour les autres types de ligne.

P1, P2, ... Ces variables correspondent a une liste triée de tous les paramétres de modéle, avec
des étiquettes de variable correspondant aux chaines de paramétres affichées dans le tableau
Estimations des paramétres, et prennent leurs valeurs en fonction du type de ligne. Pour les
paramétres redondants, toutes les covariances et les estimations de paramétres sont définies
sur zéro, et ’ensemble des corrélations, erreurs standard, seuils de signification et degrés de
liberté résiduels sont définis sur la valeur manquante par défaut.

Remarque : Ce fichier n’est pas immédiatement utilisable pour d’autres analyses dans d’autres
procédures que la lecture d’un fichier de matrice, sauf si ces procédures acceptent tous les types
de ligne exportés ici.
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Exporter le modéle au format XML. Enregistre les estimations et la matrice de covariance des
paramétres, si vous 1’avez sélectionnée, au format XML (PMML). Vous pouvez utiliser ce fichier

de modele pour appliquer les informations du modele aux autres fichiers de données a des fins
d’évaluation.

Régression logistique des échantillons complexes - Options

Figure 10-8
Boite de dialogue Régression logistique : Options

H Reégression logistique des échantillons complexes : Options
E=timation Waleurs manguantes spécifiées
Maximum des iterations : 100 @ Trater comme non valice
Mombre maximum de step-halving : © Traiter comme Lalce
Ce paramétre s'appligue aux variables de plan et
of Limiter les itérations basées sur les changements dans les estimations de paramétres de modele qualtatives.
Changement minimum 2 7
s 0000001 Type: |Relstit
Limiter =5 térations bazées sur les changements dans les rapports de log-vraisemblance
- e - 2 . - g Irtervalle de confiance (%)
of Yerifier la séparation compléte des points de données = (%)

Début de ération :

[T] Afficher Mhistorique des itérations

[ Anriler ][ Aide ]

Estimation. Ce groupe permet de contréler plusieurs critéres utilisés dans 1’estimation du modé¢le.

®  Maximum des itérations : Nombre maximal d’itérations exécutées par I’algorithme. Spécifiez
un nombre entier non négatif.

®  Nombre maximum de dichotomies : A chaque itération, la taille du pas est réduite par un facteur
de 0,5 jusqu’a ce que les augmentations de log-vraisemblance ou le nombre maximum de
dichotomie soient atteints. Spécifiez un nombre entier positif.

®m Limiter les itérations basées sur les changements dans les estimations de parametres. Lorsque
cette option est sélectionnée, 1’algorithme s’interrompt aprés une itération dans laquelle la
modification relative ou absolue apportée aux estimations de paramétre est inférieure a la
valeur spécifiée, qui ne doit pas étre négative.

®m Limiter les itérations basées sur les changements dans les rapports de vraisemblance. Lorsque
cette option est sélectionnée, 1’algorithme s’interrompt aprés une itération dans laquelle la
modification relative ou absolue apportée a la fonction de log-vraisemblance est inférieure a
la valeur spécifiée, qui ne doit pas étre négative.
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Vérifier la séparation complete des points de données. Lorsque cette option est sélectionnée,
I’algorithme effectue les tests permettant de s’assurer que les estimations de paramétre
contiennent des valeurs uniques. La séparation s’opére lorsque la procédure peut produire un
modele capable de classer correctement chaque observation.

Afficher I'historique des itérations. Affiche les estimations de paramétre et les statistiques toutes
les n itérations, en commengant par I’itération 0 (les estimations initiales). Si vous imprimez
I’historique des itérations, la derniére itération est toujours imprimée, indépendamment de

la valeur de n.

Valeurs manquantes spécifiées. Toutes les variables de plan, ainsi que la variable dépendante et les
covariables, doivent contenir des valeurs valides. Les observations comportant des données non
valides pour I’une de ces variables sont supprimées de I’analyse. Vous pouvez ainsi décider si les
valeurs manquantes spécifiées par 1’utilisateur sont traitées comme étant valides dans la strate, la
classe, la sous-population et les variables actives.

Intervalle de confiance : Il s’agit du niveau d’intervalle de confiance pour les estimations de
coefficient, les estimations de coefficient exponentielles et les odds ratios. Spécifiez une valeur
supérieure ou égale a 50 et inférieure a 100.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande CSLOGISTIC

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Spécifier les tests d’effets par rapport & une combinaison linéaire d’effets ou une valeur (a
I’aide de la sous-commande CUSTOM).

Définir des valeurs pour les autres variables de modéle lors du calcul des odds ratios des
facteurs et covariables (a 1’aide de la sous-commande ODDSRATIOS).

Indiquer une valeur de tolérance pour le contrdle des particularités (a ’aide de la
sous-commande CRITERTIA).

Créer des noms définis par 1’utilisateur pour les variables enregistrées (a I’aide de la
sous-commande SAVE).

Générer un tableau des fonctions générales estimées (a 1’aide de la sous-commande PRINT).

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.
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Regression ordinale des échantillons
complexes

La procédure de régression ordinale des échantillons complexes effectue une analyse de
régression sur une variable dépendante binaire ou ordinale, pour les échantillons réalisés a 1’aide
de méthodes d’échantillonnage complexes. Vous pouvez également demander une analyse pour
une sous-population.

Exemple : Des ¢€lus ¢tudiant un projet de loi devant 1’assemblée 1égislative souhaitent savoir si ce
projet est populaire auprés des €lecteurs et déterminer le lien existant entre cette popularité et la
répartition démographique des électeurs. Les enquéteurs congoivent et ménent des entretiens en
fonction d’un plan d’échantillonnage complexe. Avec la procédure de régression ordinale des
échantillons complexes, vous pouvez ajuster un modéle concernant la cote de popularité du projet
de loi en fonction de la répartition démographique des électeurs.

Données. La variable dépendante est ordinale. Les facteurs sont qualitatifs. Les covariables
sont des variables quantitatives liées a la variable dépendante. Les variables de sous-population
peuvent étre du type chaine de caractéres ou numérique, mais ne doivent pas étre qualitatives.

Hypotheéses : Les observations dans le fichier de données représentent un échantillon provenant
d’un plan complexe et devant étre analysées en fonction des spécifications du fichier sélectionné
dans la Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes.

Obtention de Ia régression ordinale des échantillons complexes

A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillons complexes > Régression ordinale...

» Sélectionnez un fichier de plan. Sélectionnez éventuellement un fichier personnalisé de
probabilités conjointes.

» Cliquez sur Poursuivre.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 68
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Figure 11-1

Boite de dialogue Régression ordinale

Régression ordinale des échantillons complexes

H Reégression ordinale des échantillons complexes

Wariahles :

&b Voter ID [votsid]

&b Meighbarhaod [rkrhoad]
&) Towenship [toven]

&) County [courty]

.gﬁ Incluzion (Selection) Pr...
f Cumulative Sampling W...
.gﬁ Cumulative Sampling V...

&3 Gender [gender]
T ) | &) wated in last election [v...

Wariable dépendante :
| .;l'l The |legizlature should ... |

[Probabilités e réponzes.. ]

Facteurs
d:l Age categary [agecat]

d:l Drriving frequency [driv...

Covatiables :

Fonction de lien :

|Logi‘t .2

Sous-populstion

“ariahle :

Mockalite :

) o) o) i) (e )

» Sélectionnez une variable dépendante.

Sinon, vous pouvez :

B Sé¢lectionnez des variables pour les facteurs et covariables, en fonction de vos données.

B Indiquez une variable pour définir une sous-population. L’analyse n’est effectuée que pour
la catégorie sélectionnée de la variable de sous-population, bien que les variances soient
correctement estimées sur le fichier de données entier.

m  Sélectionnez une fonction de lien.

Fonction de lien. La fonction de lien consiste en une transformation des probabilités cumulées
permettant d’estimer le modele. Les cinq fonctions de lien disponibles sont récapitulées dans le

tableau suivant.

Fonction

Forme

Application standard

Logit

log(&/(1-%))

Modalités réparties de fagon égale

Log-log complémentaire

log(—log(1-¢))

Modalités supérieures les plus
probables

Log-log négatif

—log(~log(¢))

Modalités inférieures plus
probables
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Fonction Forme Application standard
Probit 6] Variable de latence normalement
répartie
Cauchit (Cauchy inverse) tan(n(¢—0,5)) Variable de latence avec de
nombreux extrema

Probabilités des réponses de régression ordinale des échantillons
complexes

Figure 11-2
Boite de dialogue Probabilités de réponse de régression ordinale

H Régression ordinale des échantillons complexes : Probabilités de réponses

Probahiltés de réponses cumulées
@ Cumuler de la valeur minimale de la variable dépendante & la valeur maximale

@] Curmuler de la valeur maximale de la varisble dépendante & ka valeur minimale

[ Annuler ][ Aide ]

La boite de dialogue Probabilités de réponses permet d’indiquer si la probabilité cumulée d’une
réponse (a savoir la probabilité d’appartenir & une modalité particuliére de la variable dépendante
et d’inclure cette modalité) augmente avec les valeurs croissantes ou décroissantes de la variable
dépendante.
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Modeéle de régression ordinale des échantillons complexes

Figure 11-3
Boite de dialogue Modele de régression ordinale

3] Régression ordinale des échantillons complexes : Modéle

Specifier les effets du modéle

@' Effets principaux @ Personnalizé
Facteurs et covariables . Modéle ©
M agecat agecat
Iﬂ gender gencler
Iﬂ votelast vaotelast
M drivefreq Terme(s) construtls) drivefreg
Type:

Effets principaux =

Terme emboite

Terme : |

[Annuler ][ Aide ]

Speécifier les effets du modele. Par défaut, la procédure élabore un modele contenant des effets
principaux a I’aide des covariables et facteurs spécifiés dans la boite de dialogue principale.
Vous pouvez également créer un modele personnalisé contenant des effets d’interaction et des
termes emboités.

Termes non emboités

Pour les facteurs et covariables sélectionnés :

Interaction : Crée le terme d’interaction du plus haut niveau pour toutes les variables sélectionnées.
Effets principaux :Crée un terme d’effet principal pour chaque variable sélectionnée.

Toutes d’ordre 2 :Crée toutes les interactions d’ordre 2 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’'ordre 3 :Crée toutes les interactions d’ordre 3 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’'ordre 4 :Crée toutes les interactions d’ordre 4 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 5 :Crée toutes les interactions d’ordre 5 possibles des variables sélectionnées.
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Termes emboités

Dans cette procédure, vous pouvez construire des termes emboités pour votre modeéle. Les termes
emboités sont utiles pour modéliser 1’effet d’un facteur ou d’une covariable dont les valeurs
n’interagissent pas avec les niveaux d’un autre facteur. Par exemple, une chaine d’épiceries peut
suivre les habitudes d’achat de ses clients a divers emplacements de magasin. Puisque chaque
client ne fréquente qu’un seul de ces magasins, 1’effet Client peut étre considéré comme étant
emboité dans ’effet Emplacement des magasins.

En outre, vous pouvez inclure des effets d’interaction, tels que des termes polynomiaux
impliquant la méme covariable, ou ajouter plusieurs niveaux d’emboitement au terme emboité.

Limites. Les termes emboités comportent les restrictions suivantes :

m  Tous les facteurs d’une interaction doivent étre uniques. Ainsi, si 4 est un facteur, la
spécification 4*4 n’est pas valide.

m  Tous les facteurs d’un effet en cascade doivent étre uniques. Ainsi, si 4 est un facteur, la
spécification A(4) n’est pas valide.

B Aucun effet ne peut étre emboités dans un effet de covariable. Ainsi, si 4 est un facteur et X
une covariable, la spécification 4(X) n’est pas valide.

Régression ordinale des échantillons complexes - Statistiques

Figure 11-4
Boite de dialogue Statistiques de régression ordinale

H Régression ordinale des échantillons complexes : Statistiques

Gualite de I'sjustement
[+ Pseudo R-deuy

[+ Tableau de classament

Paramétres
:Z Estimation 5-"5 Covatiances des estimstions de paramétres
[sf] Estimation mise en exposant | gl Corrélations des estimations de paramétres

[+ Erreur standard [of! Effet de plan

:Z. Intervalle de confiance It _i Racine carrée de l'effet de plan

[ testt

Droites paralléles

[ Test de Wald o'égalité des pertes

|| Estimations des paramétres pour modéle générslizé (pentes inégales)

[7] covariances des estimations des paramétres pour modéle généralisé (pertes indgales)

[ Statistiques récapitulatives des varisbles de modéle

[ Informations sur e plan d'échantilonnage

[ Annuler ][ Aide ]
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Qualité de I'ajustement. Contréle I’affichage des statistiques qui mesurent les performances
globales du modéle.

Pseudo R-deux. La statistiqueR? de la régression linéaire n’a pas de véritable équivalent dans
les modeles de régression ordinale. On trouve, a la place, plusieurs mesures qui essaient de
reproduire les propriétés de la statistique R2.

Tableau de classement : Affiche les classifications croisées mises en tableau des modalités
observées, classées selon les modalités prévues par le modele en fonction de la variable
dépendante.

Paramétres. Ce groupe permet de controler 1’affichage des statistiques associées aux paramétres
du modgéle.

Estimation. Affiche des estimations des coefficients.

Estimation mise en exposant. Affiche la base du logarithme népérien élevée a la puissance des
estimations des coefficients. L’estimation présente des propriétés parfaitement adaptées

aux tests statistiques ; I’estimation exponentielle, ou exp(B), est, quant a elle, plus facile a
interpréter.

Erreur standard : Affiche I’erreur standard pour chaque estimation de coefficient.

Intervalle de confiance : Affiche I’intervalle de confiance pour chaque estimation de
coefficient. Le niveau de confiance de I’intervalle est défini dans la boite de dialogue Options.

Testt. Affiche un test ¢ pour chaque estimation de coefficient. L’hypothése nulle de chaque
test correspond au cas ou la valeur du coefficient est 0.

Covariances des estimations de parameétres. Affiche une estimation de la matrice de covariance
pour les coefficients du modéle.

Corrélations des estimations de paramétres. Affiche une estimation de la matrice de corrélation
pour les coefficients du modéle.

Effet de plan : Rapport entre la variance de 1’estimation et la variance, en partant du principe
que I’échantillon est un échantillon aléatoire simple. Il s’agit de la mesure d’un effet de la
spécification d’un plan complexe, pour lequel des valeurs plus petites indiquent des effets
plus importants.

Racine carrée de I'effet de plan : 11 s’agit d’une mesure, exprimée en unités comparables a
celles de I’erreur standard, de I’effet de spécification d’un plan complexe ou les valeurs
¢éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Droites paralléles. Ce groupe permet de demander des statistiques associées a un modéle avec
courbes non paralléles ou une courbe de régression distincte est ajustée pour chaque modalité de
réponse (sauf la derniére).

Wald. Produit un test de I’hypothése nulle selon laquelle les paramétres de régression sont
égaux pour toutes les réponses cumulées. Le modele avec courbes non paralléles est estimé et
le test de Wald des paramétres égaux est appliqué.

Estimations des paramétres : Affiche les estimations des coefficients et des erreurs standard du
mod¢le avec courbes non paralléles.

Covariances des estimations de parameétres. Affiche une estimation de la matrice de covariance
pour les coefficients du modeéle avec courbes non paralléles.
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Statistiques récapitulatives des variables de modéle. Affiche les informations récapitulatives sur la
variable dépendante, les covariables et les facteurs.

Informations sur le plan d’échantillonnage. Affiche les informations récapitulatives relatives a
I’échantillon, y compris les effectifs non pondérés et la taille de la population.

Tests d’hypothese des échantillons complexes

Figure 11-5
Boite de dialogue Tests d’hypothese

HH Modale linsaire genéral des échantillons complexes : Tests d'hypothese

Statistique de test Degrés de liberté de 'chantilonnage
@ E @ Bazé sur le plan d'échantilonnsge
@ F ajusté © Fixe

© Chi-deux

© Hhi-teux sjusté

Ajustement pour les comparaizons multiples
@) pittérence I& moinz significative

© sidak sEquertisl

2 Bonferroni s&guertiel

@ sidak

D Bonferrani

[Poursuwre][ Annuler ][ Aidle ]

Statistique de test. Ce groupe vous permet de sélectionner le type de statistiques a utiliser pour
tester les hypothéses. Vous avez le choix entre F, F ajusté, Khi-deux et Khi-deux ajusté.

Degrés de liberté de I'échantillonnage. Ce groupe permet de contrdler les degrés de liberté du plan
d’échantillonnage utilisés pour calculer les valeurs p pour toutes les statistiques de test. Si elle
est basée sur le plan d’échantillonnage, cette valeur correspond a la différence entre le nombre
d’unités d’échantillonnage principales et le nombre de strates présentes a la premiere étape de
I’échantillonnage. Vous pouvez également définir un degré de liberté personnalisé en indiquant
un entier positif.

Ajustement pour les comparaisons multiples. Lors de I’exécution de tests d’hypothése avec
plusieurs contrastes, vous pouvez ajuster le seuil global de signification a partir des seuils de
signification des contrastes inclus. Ce groupe vous permet de choisir la méthode d’ajustement.

m Difference la moins significative. Cette méthode ne controle pas I’intégralité de la probabilité
de rejet des hypothéses qui présentent des contrastes linéaires différents des valeurs
d’hypothese nulles.

m  Procédure de Sidak Séquentielle. Il s'agit d'une procédure descendante de rejet séquentiel de
Bonferroni beaucoup moins stricte en ce qui concerne le rejet des différentes hypothéses mais
qui conserve le méme niveau global de signification.
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m  Bonferroni séquentiel. Il s'agit d'une procédure descendante de rejet séquentiel de Bonferroni
beaucoup moins stricte en ce qui concerne le rejet des différentes hypothéses mais qui
conserve le méme niveau global de signification.

Sidak. Cette méthode propose des bornes plus petites que I'approche de Bonferroni.

Bonferroni. Cette méthode ajuste le niveau de signification observé lorsque des contrastes
multiples sont testés.

Régression ordinale des échantillons complexes - Odds ratios

Figure 11-6
Boite de dialogue Odds ratios de régression ordinale

ﬁ Régression ordinale des échantillons complexes : Odds Ratios
Facteurs : Odds ratios cumulés utiizés pour comparer des niveaw: de facteur :
E B Critére |Mndalité de référence |
6_}1) Gender [gender] ; A category [ayecat] (ValeLr |3 plus dlevée)
&) Vated in last electio.. Driving frequency [drivetres) 10-14,399 milestyear
d:l Driving frequency ...
Covariables : Odefs ratios cumulés dtilizés pour modifier des valeurs de covatiable :
Covariable Unités de modification
!

Un enzemble d'odds ratios cumulés est généré pour chague variable présente danzs les griles Odds Ratios.
Pour chague enzemble, tous les autres facteurs du modéle sont évalués & leurs niveaus maximal | toutes les
autres covarisbles le zont & leurs moyennes.

[ Annuler ][ Sida ]

[Poursui

La boite de dialogue Odds Ratios permet d’afficher les odds ratios cumulés estimés par modéle
pour les covariables et les facteurs indiqués. Cette fonction n’est disponible que pour les modéles
utilisant la fonction de lien logit. Un odds ratio cumulé unique est calculé pour toutes les modalités
de la variable dépendante, a ’exception de la derniére. Le modéle d’odds proportionnel émet le
postulat selon lequel toutes les modalités sont égales.

Facteurs. Pour chaque facteur sélectionné, affiche I’odds ratio cumulé de chaque modalité du
facteur par rapport a celui de la modalité de référence indiquée.

Covariables : Pour chaque covariable sélectionnée, affiche les odds ratios cumulés au niveau de
la valeur moyenne de la covariable et des unités de modification indiquées, par rapport a celui
de la moyenne.

Lors du calcul des odds ratios d’un facteur ou d’une covariable, la procédure parameétre tous les
autres facteurs a leur niveau le plus haut et toutes les autres covariables a leur moyenne. Si un
facteur ou une covariable interagit avec les autres variables prédites du mode¢le, tous les odds
ratios dépendent alors non seulement de la modification apportée a la variable indiquée, mais
aussi des valeurs des variables avec lesquelles il interagit. Si une covariable spécifiée interagit
avec elle-méme dans le modéle (par exemple, dge *dge), les odds ratios dépendent alors de la
modification de la covariable et de la valeur covariable.
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Régression ordinale des échantillons complexes - Enregistrement

Figure 11-7
Boite de dialogue Enregistrement de régression ordinale

H Régression ordinale des échantillons complexes : Enregistrer

Enregiztrer les variables

[ Modalite estimée Tom : |Predicted\-’alue |

[ Probahiité de madalité prévue Mam : |Predided\-’alueProbabil'rty |

[+ Probakilte de modalte obaervée Mam : |ObservedValuePr0bability |

[ Probabiltés cumulges [une variable par modalite) Mo racine ; |CumulativeProbabili‘ty |

[ Probabiités prévues (une variable par modalié)

Nom racine : |PredictedProbbilty |

__ Remplacer les variables existantes ayant le mémea nom ou nom racine
Exporter le modéle

[ Exporter le modéle en tant que données [ Exporter le modéle au format Kl
)

Annuler ][ Aide ]

Enregistrer les variables. Ce groupe permet d’enregistrer les probabilités prévues du modéle, la
probabilité de modalité prévue, la probabilité de modalité observée, les probabilités cumulées et
les probabilités prévues en tant que nouvelles variables dans le fichier de données actif.

Exporter le modele en tant que données SPSS Statistics. Ecrit un fichier de données dans le format
IBM® SPSS® Statisticscontenant la corrélation des paramétres ou la matrice de covariance avec
les estimations des parameétres, les erreurs standard, les valeurs de significativité et les degrés de
liberté. L’ordre des variables dans le fichier de matrice est le suivant.

m rowtype_. Prend les valeurs (et étiquettes de valeurs) suivantes : COV (covariances), CORR
(corrélations), EST (estimations des paramétres), SE (erreurs standard), SIG (seuil de
signification) et DF (degrés de liberté du plan d’échantillonnage). Il existe une observation
distincte avec le type de ligne COV (ou CORR) pour chaque paramétre de mode¢le et une
observation distincte pour chacun des autres types de ligne.
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m varname_. Prend les valeurs P1, P2, etc., correspondant & une liste triée de tous les paramétres
de modeéele pour les types de ligne COV ou CORR, avec des étiquettes de valeur correspondant
aux chaines de paramétres affichées dans le tableau Estimations des paramétres. Les cellules
sont vides pour les autres types de ligne.

m P1,P2, .. Ces variables correspondent & une liste triée de tous les paramétres de modéle, avec
des étiquettes de variable correspondant aux chaines de paramétres affichées dans le tableau
Estimations des paramétres, et prennent leurs valeurs en fonction du type de ligne. Pour les
paramétres redondants, toutes les covariances et les estimations de paramétres sont définies
sur zéro, et ’ensemble des corrélations, erreurs standard, seuils de signification et degrés de
liberté résiduels sont définis sur la valeur manquante par défaut.

Remarque : Ce fichier n’est pas immédiatement utilisable pour d’autres analyses dans d’autres
procédures que la lecture d’un fichier de matrice, sauf si ces procédures acceptent tous les types
de ligne exportés ici.

Exporter le modéle au format XML. Enregistre les estimations et la matrice de covariance des
parametres, si vous I’avez sélectionnée, au format XML (PMML). Vous pouvez utiliser ce fichier
de modele pour appliquer les informations du modele aux autres fichiers de données a des fins
d’évaluation.

Régression ordinale des échantillons complexes - Options

Figure 11-8
Boite de dialogue Régression ordinale : Options

B Régression ordinale des échantillons complexes : Options
Méthode d'estimation Critéres d'estimation
@ Newton-Raphson Maximum des térations :
© coordonnées de Fisher Mambre maximum de step-halving :

@) Méthode des coordonnées de Fisher, puis méthode de Newton-Raphson 5
J Limiter le= itérations basées sur les changements dans les estimations de paramétres

Changement minimum : 0.00000- Type: |Relatif =

,'. Limiter le= itérations basées sur les changements dans les rapports de log-vraisemblance

Mombre maximal d'térations
avant changement :

Waleurs manguantes spécifiées

® Traiter comme non valide
[ weérifier la séparation compléte des points de données

Dkt cle litération -

_ Afficher Ihistorigue des térations

© Traiter comme valide

Ce paramétre s'applique aux variables de plan et de modéle qualitatives.

Intervalle de confiance (%) :

?Pnursuivre?l[ Annuler ][ Ajcde: ]

Méthode d’estimation. Vous pouvez sélectionner une méthode d’estimation de paramétre. Vous
avez le choix entre la méthode de Newton-Raphson, les coordonnées de Fisher ou une méthode
hybride dans laquelle les itérations des coordonnées de Fisher sont effectuées avant le passage
a la méthode de Newton-Raphson. En cas de convergence durant la phase des coordonnées de
Fisher de la méthode hybride, avant que le nombre maximal d’itérations de Fisher soit atteint,
I’algorithme passe a la méthode de Newton-Raphson.
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Estimation. Ce groupe permet de contrdler plusieurs critéres utilisés dans 1’estimation du modele.

Maximum des itérations : Nombre maximal d’itérations exécutées par 1’algorithme. Spécifiez
un nombre entier non négatif.

Nombre maximum de dichotomies : A chaque itération, la taille du pas est réduite par un facteur
de 0,5 jusqu’a ce que les augmentations de log-vraisemblance ou le nombre maximum de
dichotomie soient atteints. Spécifiez un nombre entier positif.

Limiter les itérations basées sur les changements dans les estimations de parametres. Lorsque
cette option est sélectionnée, 1’algorithme s’interrompt aprés une itération dans laquelle la
modification relative ou absolue apportée aux estimations de paramétre est inférieure a la
valeur spécifiée, qui ne doit pas étre négative.

Limiter les itérations basées sur les changements dans les rapports de vraisemblance. Lorsque
cette option est sélectionnée, 1’algorithme s’interrompt aprés une itération dans laquelle la
modification relative ou absolue apportée a la fonction de log-vraisemblance est inférieure a
la valeur spécifiée, qui ne doit pas étre négative.

Vérifier la séparation complete des points de données. Lorsque cette option est sélectionnée,
I’algorithme effectue les tests permettant de s’assurer que les estimations de parametre
contiennent des valeurs uniques. La séparation s’opére lorsque la procédure peut produire un
modele capable de classer correctement chaque observation.

Afficher I'historique des itérations. Affiche les estimations de paramétre et les statistiques toutes
les n itérations, en commengant par I’itération 0 (les estimations initiales). Si vous imprimez
I’historique des itérations, la derniere itération est toujours imprimée, indépendamment de

la valeur de n.

Valeurs manquantes spécifiées. Les variables de plan d’échelle, ainsi que la variable dépendante et
les covariables, doivent contenir des valeurs valides. Les observations comportant des données
non valides pour I’une de ces variables sont supprimées de I’analyse. Vous pouvez ainsi décider si
les valeurs manquantes spécifiées par I’utilisateur sont traitées comme étant valides dans la strate,
la classe, la sous-population et les variables actives.

Intervalle de confiance : 11 s’agit du niveau d’intervalle de confiance pour les estimations de
coefficient, les estimations de coefficient exponentielles et les odds ratios. Spécifiez une valeur
supérieure ou égale a 50 et inférieure a 100.

Fonctionnalités suppléementaires de la commande CSORDINAL

Le langage de syntaxe de commande vous permet aussi de :

Spécifier les tests d’effets par rapport a une combinaison linéaire d’effets ou une valeur (a
I’aide de la sous-commande CUSTOM).

Donner aux autres variables de modéle des valeurs autres que leur moyenne lors du calcul des
odds ratios cumulés des facteurs et covariables (a 1’aide de la sous-commande ODDSRATIOS).

Utiliser des valeurs non étiquetées comme modalités de référence personnalisées pour les
facteurs lorsque les odds ratios sont demandés (a I’aide de la sous-commande ODDSRATIOS).

Indiquer une valeur de tolérance pour le controle des particularités (a I’aide de la
sous-commande CRITERIA).
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®  Générer un tableau des fonctions générales estimées (a 1’aide de la sous-commande PRINT).

m  Enregistrer plus de 25 variables de probabilité (a I’aide de la sous-commande SAVE).

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.



Chapitre

Régression de Cox des échantillons
complexes

La procédure de la régression de Cox des échantillons complexes effectue une analyse de survie
pour les échantillons réalisés a 1’aide de méthodes d’échantillonnage complexes. Vous pouvez
également demander une analyse pour une sous-population.

Exemples : Une administration chargée de 1’application de la loi s’inquicte des taux de récidive
dans sa juridiction. L’une des mesures de récidive est le temps qui s’écoule avant la deuxiéme
arrestation des délinquants. L’agence souhaite modéliser le temps s’écoulant jusqu’a la
deuxiéme arrestation a I’aide d’une régression de Cox, mais craint que I’hypothése des hasards
proportionnels ne soit pas valide sur I’ensemble des tranches d’age.

Des chercheurs en médecine étudient les temps de survie des patients qui quittent un programme
de rééducation a la suite d’un accident ischémique. Il est possible d’avoir plusieurs observations
par sujet, étant donné que les antécédents des patients changent a mesure que des événements non
mortels significatifs sont constatés et que 1’heure de ces événements est enregistrée. L’échantillon
est également tronqué a gauche dans le sens ot les temps de survie observés sont « augmentés » par
la durée de la rééducation. En effet, si le risque commence au moment de I’accident ischémique,
seuls les patients survivant au programme de rééducation sont inclus dans 1’échantillon.

Temps de survie. La procédure applique la régression de Cox a I’analyse des temps de survie—
c’est-a-dire le temps qui s’écoule avant qu’un événement se produise. Il existe deux fagons
d’indiquer le temps de survie, en fonction de 1’heure de début de I’intervalle :

m  Temps =0. En général, vous aurez des informations complétes concernant le début de
I’intervalle pour chaque sujet et vous aurez simplement une variable contenant les heures de
fin (ou créerez une variable unique avec des heures de fin a partir des variables de date et
d’heure ; reportez-vous aux paragraphes ci-dessous).

m Varie en fonction du sujet. Cette solution est adaptée lorsque vous avez une troncation a
gauche, également appelée entrée différée. Par exemple, si vous analysez les temps de
survie de patients quittant un programme de rééducation suite a une attaque, vous pouvez
considérer que le risque commence au moment de 1’attaque. Cependant, si votre échantillon
ne comprend que des patients ayant survécu au programme de rééducation, il est tronqué a
gauche car les temps de survie observés sont « augmentés » par la durée de la rééducation.
Pour représenter cette information, indiquez I’heure a laquelle ils ont quitté le programme de
rééducation comme heure d’entrée dans 1’étude.

Variables de date et d’heure. Vous ne pouvez pas utiliser les variables de date et d’heure pour
définir directement le début et la fin de I’intervalle. Si vous disposez de variables de ce type,
vous devez les utiliser pour créer des variables contenant des temps de survie. En I’absence

de troncation a gauche, il suffit de créer une variable contenant des heures de fin, basée sur

la différence entre la date d’entrée dans I’étude et la date d’observation. En présence d’une
troncation a gauche, créez une variable contenant des heures de début, basée sur la différence entre

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 80
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la date de début de I’étude et la date d’entrée, et une variable contenant des heures de fin, basée
sur la différence entre la date de début de I’étude et la date d’observation.

Etat des événements. Vous avez besoin d’une variable pour enregistrer si le sujet a vécu
I’événement étudié dans I’intervalle. Les sujets qui n’ont pas connu cet événement sont censurés a
droite.

Identificateur de sujet. Vous pouvez facilement incorporer des variables prédites chronologiques
de constante « par morceau » en scindant les observations d’un sujet sur plusieurs observations.
Par exemple, si vous analysez les temps de survie des patients suite a 1’attaque, les variables
représentant leurs antécédents médicaux doivent étre utiles en tant que variables prédites. Au

fil du temps, ils peuvent vivre des événements médicaux majeurs modifiant leurs antécédents
médicaux. Le tableau ci-dessous montre comment structurer un tel ensemble de données : ID
patient est ’identificateur de sujet, Fin du programme définit les intervalles observés, Etat
enregistre les événements médicaux majeurs, et Antécédents d’attaques cardiaques et Antécédents
d’héemorragies sont des variables prédites chronologiques de constante « par morceau ».

ID patient | Fin du Statut Antécédents Antécédents
pro- d’attaques d’hémorragies
gramme cardiaques

1 5 Attaque Non Non

cardiaque

1 7 Hémorragie Oui Non

1 8 Décédé Oui Oui

2 24 Décédé Non Non

3 8 Attaque Non Non

cardiaque

3 15 Décédé Oui Non

Hypotheéses : Les observations dans le fichier de données représentent un échantillon provenant
d’un plan complexe et devant étre analysées en fonction des spécifications du fichier sélectionné
dans la Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes.

En général, les modéles de régression de Cox partent du principe que les hasards sont
proportionnels, c’est-a-dire que le rapport des hasards d’une observation a une autre ne doit pas
varier dans le temps. Si cette hypothése n’est pas valable, il peut étre nécessaire d’ajouter au
modele des variables prédites chronologiques.

Analyse Kaplan-Meier. Si vous ne sélectionnez aucune variable prédite (ou que vous n’entrez
aucune variable prédite sélectionnée dans le modéle) et que vous choisissez la méthode de limite
du produit pour calculer la courbe de survie de base dans 1’onglet Options, la procédure effectue
une analyse de survie de type Kaplan-Meier.

Pour obtenir une régression de Cox des échantillons complexes

» A partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillons complexes > Modéle de Cox

» Sélectionnez un fichier de plan. Sélectionnez éventuellement un fichier personnalisé de
probabilités conjointes.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 12-1
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Heure et événement

Regression de Cox des échantillons complexes

Heure et événement Wariables indépendartes | Sous-groupes  Modéle | Statistigues  Disgrammes  Tests dhypothése  Enregistrer | Exporter  Options

Wariahles : Temps de survie

& Region [region] Déht de interyalle (début du risgue)
&) Province [province]

@ Tempz 0
& District [district]

© Varie en fonction du sujet

& City [eity]

& Arrest D [arrest] - ‘ |
& Agein years [oe]

il Age category [agecst] Fin de l'intervalle

&3 Marital status [marital] “ariable de fin

il e S el ) ‘ 97 Second arrest [arrest2] |
il Level of education [ed]

&) Employed [employ] =
&) Gender [gender] BB e

il Severity of first crime [crimed] Varlable d'etat

&) ‘inlent first critme [violent1] | & Durée svart la deuxiéme arrestation [durée_awvt_événement]
Date of relesse from first arrest [datet] e
& Posted bail [bail

&3 Received rehabilitation [rehakb)
il Severity of second crime [crimeZ]
93 Winlert second crime [violert2] Identificatenr de sujet :
93 Second conviction [convict2] |
Date of second arrest [date2]
&7 Inclusion (Selection) Probahilty for Stage 1 [InclusionProbabilty_1_] Sélectionnez une variakle didertificatewr de sujet si plusieurs observations existent par sujet.
gﬁ’ Cumulstive Sampling Weight for Stage 1 [Sampledeight Cumulative_1_]
gﬁ’ Cumulstive Sampling Weight for Stage 2 [Sampledeight Cumulative_2_]

[Eéin'rt\aliser][ Annuler ][ Aicle ]

» Spécifiez le temps de survie en sélectionnant les heures d’entrée et de sortie de 1’étude.
» Sélectionnez une variable d’état de I’événement.

» Cliquez sur Définir I’événement et définissez au moins une valeur d’événement.

Vous pouvez également sélectionner un identificateur de sujet.



83

Régression de Cox des échantillons complexes

Définir I'événement
Figure 12-2
Boite de dialogue Définir un événement

ﬁ Définir un événement

Yaleurs indiguant que cet événement s'est produit

@ valeur(s) individuelle(s)  Spécifiez au moins une valur

0 Mo
1 Yes

()] Plage de valeurs

) o) e

Spécifiez les valeurs indiquant qu’un événement final s’est produit.

m  Valeur(s) individuelle(s). Spécifiez une ou plusieurs valeurs en les entrant dans la grille ou en
les sélectionnant a partir d’une liste de valeurs contenant des étiquettes de valeur définies.

m Plage de valeurs. Spécifiez une plage de valeurs en entrant les valeurs minimum et maximum,
ou en sélectionnant des valeurs a partir d’une liste contenant des étiquettes de valeur définies.
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Variables predites

Figure 12-3
Boite de dialogue Régression de Cox, onglet Variables prédites

| Regression de Cox des échantillons complexes

Heure et événement | ariables indépendartes | Sous-groupes  Modéle | Stefisigues | Disgrammes  Tests dhypothése | Enregistrer | Exporter | Options

Wariahles : N Facteurs
&) Region [region] bt
&) Province [province]
&b District [cistrict]
&b Ciy [efy]

% Arrest ID [arrest]
il Ape category [aoecat] LY
% Marital status [marital]

il Social status [social]

il Lewvel of education [ed]

&) Employed [employ]

&) Gender [gender]

d:l Severity of first crime [crime1)]

&) Wiolent first crime [vialert1] Ii Covariables :
ﬁ Date of release from first arrest [datet] &’ Age in years [age]
& Posted bail [ail] (Lt mge

% Received rehabilitation [rehab]
il Severity of second crime [crimeZ]
& Violert second crime Tviokert2]

[l

“Yatiahles indépendantes chronologigues -

MNouveau...

| ok §|[ Caller ][Eéinit\aliser][ Annuler ][ Aide ]

L’onglet Variables prédites vous permet d’indiquer les covariables et facteurs utilisés pour
¢élaborer des effets de modéle.

Facteurs. Les facteurs sont des variables prédites catégorielles de type numérique ou chaine.
Covariables : Les covariables sont des variables prédites d’échelle ; elles doivent étre numériques.

Variables prédites chronologiques. Dans certains cas, I’hypothése des hasards proportionnels n’est
pas valable. Les taux de probabilité varient dans le temps. Les valeurs de 1’une ou plusieurs de
vos variables prédites sont différentes a différentes dates. Dans de tels cas, vous devez spécifier
des variables prédites chronologiques. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Définir
une variable prédite chronologique sur p. 85. Les variables prédites chronologiques peuvent &tre
sélectionnées en tant que facteurs ou covariables.
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Définir une variable prédite chronologique

Figure 12-4
Boite de dialogue Régression de Cox - Définir une variable prédite chronologique
ﬁ Régression de Cox des échantillons complexes : Définir une variable indépendante chronologique
'ZEZ' Hom : |t_age
Wariahles Expression numericue :
ﬁ Titme [T_] - « InCT_*age

&) Arrest ID [arrest]

f Age in years [age]
,{I Age category [agec...
&) Marital status [maritsl]
,{I Social status [social]
,{I Lewvel of education [...
&) Employed [employ]
&) Gender [gender]

d:l Sewerity of first cri.
&b Violent first crime [v...
,‘é Date of releaze fro...
&5 Posted bail [l

&5 Recsived rehabiltsti ..

Cpérateurs et nombres

&) Second arrest [arre... Fonctions et variables spéciales

oMl severty of second ... Fonction : Description :

&) Yinlent second crim... Abs i =
&; Second conviction [ ... Arsin

,‘é Date of zecond arr... Artan

f Inclusion (Selection... Cos

f Cumulative Samglin... Exn X X

f Inclusion (Selection. ..
f Curmulative Samplin...

Afficher © | Arithmétigue b

La boite de dialogue Définir une variable prédite chronologique vous permet de créer une variable
prédite dépendant de la variable de temps intégrée 7 . Vous pouvez I’utiliser pour définir des
prédicteurs chronologiques de deux fagons :

m  Si vous voulez estimer un modéle de régression de Cox étendue autorisant des hasards non
proportionnels, vous pouvez définir votre variable prédite chronologique sous forme de
fonction de la variable de temps 7 _ et de la covariable en question. Exemple : le simple
produit de la variable de temps et de la variable prédite. Vous pouvez ¢galement définir des
fonctions plus complexes.

m  Certaines variables peuvent avoir différentes valeurs a des périodes différentes sans pour
autant étre liées au temps (chronologiques). Dans ce cas, vous devez définir une variable
prédite chronologique segmentée a 1’aide d’une expression logique. Les expressions
logiques prennent la valeur 1 si elles sont vraies, 0 si elles sont fausses. A I’aide d’une série
d’expressions logiques, vous pouvez créer votre variable prédite chronologique a partir d’un
ensemble de mesures. Par exemple, si votre pression artérielle est mesurée une fois par
semaine pendant les quatre semaines de votre étude, (mesures identifiées par PA/ to PA4), vous
pouvez définir votre valeur prédite chronologique sous la forme (7_<1)* PAI +(T_>=1&
T <2)*PA2+ (T >=2&T <3)*PA3+(T_>=3& T _<4)* P44. Notez qu’un seul des
termes entre parenthéses est égal a 1 pour chaque cas, tandis que les autres termes sont égaux a
0. Cette fonction peut étre interprétée ainsi : « Si le temps est inférieur a une semaine, utilisez
PAI. S’il est supérieur a une semaine mais inférieur a deux, utilisez PA2, et ainsi de suite. »
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Remarque : Si votre variable prédite chronologique segmentée est constante dans les
segments, comme dans 1’exemple de pression artérielle ci-dessus, il vous sera plus facile
d’indiquer la variable prédite chronologique de constante « par morceau » en scindant les
sujets sur plusieurs observations. Reportez-vous a la section consacrée aux Identificateurs de
sujet dans Régression de Cox des échantillons complexes sur p. 80 pour plus d’informations.

Dans la boite de dialogue Définir une variable prédite chronologique, vous pouvez utiliser

des commandes de construction de fonction pour construire 1I’expression pour le prédicteur
chronologique ou bien vous pouvez la saisir directement dans la zone de texte Expression
numérique. Notez que les constantes alphanumériques doivent étre saisies entre guillemets ou
apostrophes, tandis que les constantes numériques doivent étre en format Américain avec un point
en tant que séparateur décimal. Le nom attribué a la variable est celui que vous spécifiez. Cette
variable doit étre incluse comme facteur ou covariable dans I’onglet Variables prédites.

Sous-groupes

Figure 12-5
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Sous-groupes

i) Reégression de Cox des échantillons complexes

Heure et événemert | Yariables indépendartes | SOUS-QrOUPES  Modele | Ststistigues | Disgrammes  Tests dhypothése | Enregistrer | Exporter  Options

Wariahles : Strates de ligne de base :

éB Region [region] |
éB Province [province]
&b District [district]
& City [ety]

9"5 Arrest ID [arrest] Wariahle de sous-population :
d:l Age category [aoecat] b |
& Marital status [marital]
:[I Social status [social] Modalité :

:[I Level of education [ed] s
éB Employed [employ]
éB Gender [gender] Sélectionnez une variahle de sous-population pour limiter votre analyse & un groupe (sous-population)
d:l Severity of first crime [crimet] particulier.

&5 “iolert first crime [violent1]

ﬁ Date of release from first arrest [date]

& Posted bil [bail]

& Received rehabiltation [rehab]

:[I Severity of second crime [crimez]

& Second conviction [convict2]

ﬁ Date of second arrest [date2]

& Inclusion (Selection) Probability for Stage 1 [InclusionProbability _1_]
f Cumulative Ssmpling Weight for Stage 1 [SampleieightCumulative_1_]
f Cumulative Ssmpling Weight for Stage 2 [SampleleightCumulative_2_]

Des fonctions de survie et de hasard distinctes sont calculées pour chacue strate

[ ok |[ Coller ][Eémmallsar][ Annuler ][ Ride ]

Strates de ligne de base. Une fonction de base de hasard et de survie distincte est calculée pour
chaque valeur de cette variable, alors qu’un ensemble unique de coefficients du modéle est estimé
sur I’ensemble des strates.

Variable de sous-population.Indiquez une variable pour définir une sous-population. L’analyse est
effectuée uniquement pour la modalité sélectionnée de la variable de sous-population.
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Modele

Figure 12-6
Boite de dialogue Modeéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Modele///boite de dialogue

H Regression de Cox des échantillons complexes

Heure et événement | Wariables indépendartes  Sous-groupes Maiéle Statistigues  Disgrammes  Tests dhypothése  Enregistrer | Exporter  Options

Spécifier les effets du modéle
@ Effets principaux

®) Persanrnalisé
Critéres et covariables : Mocéle :

'ZI-J 1_age 1_age

E age ane

Terme(s) construt(s)
Type

Effets principauz ™

Terme emboite

Terme |

[ ok |[ Coller ][Eéin'rt\aliser][ Annuler ][ ide ]

Spécifier les effets du modeéle. Par défaut, la procédure élabore un modeéle contenant des effets
principaux a I’aide des covariables et facteurs spécifiés dans la boite de dialogue principale.
Vous pouvez également créer un modele personnalisé contenant des effets d’interaction et des
termes emboités.

Termes non emboités

Pour les facteurs et covariables sélectionnés :

Interaction : Crée le terme d’interaction du plus haut niveau pour toutes les variables sélectionnées.
Effets principaux :Crée un terme d’effet principal pour chaque variable sélectionnée.

Toutes d'ordre 2 :Crée toutes les interactions d’ordre 2 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’ordre 3 :Crée toutes les interactions d’ordre 3 possibles des variables sélectionnées.
Toutes d’ordre 4 :Crée toutes les interactions d’ordre 4 possibles des variables sélectionnées.

Toutes d'ordre 5 :Crée toutes les interactions d’ordre 5 possibles des variables sélectionnées.

Termes emboités

Dans cette procédure, vous pouvez construire des termes emboités pour votre modeéle. Les termes
emboités sont utiles pour modéliser 1’effet d’un facteur ou d’une covariable dont les valeurs
n’interagissent pas avec les niveaux d’un autre facteur. Par exemple, une chaine d’épiceries peut
suivre les habitudes d’achat de ses clients a divers emplacements de magasin. Puisque chaque
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client ne fréquente qu’un seul de ces magasins, 1’effet Client peut étre considéré comme étant
emboité dans ’effet Emplacement des magasins.

En outre, vous pouvez inclure des effets d’interaction, tels que des termes polynomiaux
impliquant la méme covariable, ou ajouter plusieurs niveaux d’emboitement au terme emboité.

Limites. Les termes emboités comportent les restrictions suivantes :

®  Tous les facteurs d’une interaction doivent étre uniques. Ainsi, si 4 est un facteur, la
spécification 4*4 n’est pas valide.

m  Tous les facteurs d’un effet en cascade doivent étre uniques. Ainsi, si 4 est un facteur, la
spécification A(A4) n’est pas valide.

B Aucun effet ne peut étre emboités dans un effet de covariable. Ainsi, si 4 est un facteur et X
une covariable, la spécification 4(X) n’est pas valide.

Statistiques

Figure 12-7
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Statistiques

5| Regression de Cox des échantillons complexes

Heure gt dvénement | Varlsbles indépendantes  Sous-groupes  Moodle | Stetistioues | Disgrammes  Tests dhypothése  Envegistrer | Exporter | Options

;f Informstions sur Ie plan déchantilonnage
|| Récapitulstit de 'événement et de ka censure
f:_} Ensemble des risgues au moment des événements
Parametres
__ Estimation __ Covariances des estimations de paramétres
_-: Estimation mize en exposant __ Corrélations des estimations de paramétres
| Erreur standard | Effet de plan
| Intervalle de confiance | Racine carrée de l'effet de plan
testt
Hypothéses du modéle
;J Test des hassrds proportionnels

Fonction d'heure : Log -

;E Estimations des paramétres pour modzle aternatit

| Matrice de covariance pour modele atternatit

|| Fonctions de survie et de hasard cumulé de base

[ ok |[ Coller ][Eéin'maliser][ Annuler ][ ide ]

Informations sur le plan d’échantillonnage. Affiche les informations récapitulatives relatives a
I’échantillon, y compris les effectifs non pondérés et la taille de la population.

Récapitulatif de I'événement et de la censure. Affiche des informations récapitulatives relatives au
nombre et au pourcentage d’observations censurées.

Ensemble des risques au moment des événements. Affiche le nombre d’événements et le nombre a
risque au moment de chaque événement dans chacune des strates de ligne de base.

Parametres. Ce groupe permet de controler 1’affichage des statistiques associées aux parametres
du modgéle.
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m Estimation. Affiche des estimations des coefficients.

m Estimation mise en exposant. Affiche la base du logarithme népérien élevée a la puissance des
estimations des coefficients. L’estimation présente des propriétés parfaitement adaptées
aux tests statistiques ; I’estimation exponentielle, ou exp(B), est, quant a elle, plus facile a
interpréter.

m  Erreur standard : Affiche I’erreur standard pour chaque estimation de coefficient.

m Intervalle de confiance : Affiche I’intervalle de confiance pour chaque estimation de
coefficient. Le niveau de confiance de I’intervalle est défini dans la boite de dialogue Options.

m Testt: Affiche un test ¢ pour chaque estimation de coefficient. L’hypothése nulle de chaque
test correspond au cas ou la valeur du coefficient est 0.

m Covariances des estimations de paramétres. Affiche une estimation de la matrice de covariance
pour les coefficients du modéle.

m Corrélations des estimations de parametres. Affiche une estimation de la matrice de corrélation
pour les coefficients du modéle.

m Effet de plan : Rapport entre la variance de ’estimation et la variance, en partant du principe
que I’échantillon est un échantillon aléatoire simple. Il s’agit de la mesure d’un effet de la
spécification d’un plan complexe, pour lequel des valeurs plus petites indiquent des effets
plus importants.

m Racine carrée de I'effet de plan : 11 s’agit d’une mesure de ’effet de spécification d’un plan
complexe, ou les valeurs éloignées de 1 indiquent des effets importants.

Hypothéses du modeéle. Ce groupe vous permet de générer un test de I’hypothése des hasards
proportionnels. Le test compare le modéle ajusté a un modéle alternatif incluant des variables
prédites chronologiques x* TF pour chaque variable prédite x, TF étant la fonction d’heure
indiquée.

m  Fonction d'heure. Indique la forme de _7F pour le modele alternatif. Pour la fonction
d’identité, TF=T . Pour la fonction log, 7TF=log(7 ). Pour Kaplan-Meier,
_TF=1-Sgqm(T ), ou Skm(.) est I’estimation de Kaplan-Meier de la fonction de survie. Pour
le rang, TF estle rang de 7 parmi les heures de fin observées.

m Estimations des parametres pour modeéle alternatif. Affiche 1’estimation, I’erreur standard et
I’intervalle de confiance pour chaque parameétre du modele alternatif.

m Matrice de covariance pour modele alternatif. Affiche la matrice de covariances estimées
entre les paramétres du modéle alternatif.

Fonctions de survie et de hasard cumulé de base. Affiche la fonction de survie de base et la fonction
de hasards cumulés de base, ainsi que leurs erreurs standard.

Remarque : Si des variables prédites chronologiques définies dans 1’onglet Variables prédites sont
incluses dans le modéle, cette option n’est pas disponible.
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Diagrammes

Figure 12-8
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Diagrammes

5| Regression de Cox des échantillons complexes

Heure gt dvénement | Warisbles indépendantes | Sous-groupes  Moodle | Statistigues | Disgrammes | Tests dhypothése  Enregistrer | Exporter | Options

Diagrammes
;i Fonction de survie ;i LM(-Logn) de fonction de survie
IE Fonction de hasard :7. Un mgins fonction de survie
Tracer les facteurs & :
Critére ‘Niueau Lignes distinctes
Marital status (Miveau maximal) 1]
Social status 20 sl
Level of education (Miveau maximal) 1]
Tracer les covariables &
Covariable ‘ Valeur
Age in years (Moyenne)

Par defaut, les covariables du modéle sont valuées & leurs moyennes et zes facteurs, & leurs niveaux maximaux. Yous pouvez modifier ka valeur & laguelle une variable indépendante de
modgle est évaluée et tracer des lignes distinctes pour chague niveau de variable de facteur.

| - §|[ Caller ][Eéinit\aliser][ Annuler ][ Aide ]

L’onglet Diagrammes vous permet de demander des diagrammes des fonctions de hasard, de
survie, LN (-Logn) de la fonction de survie et un moins survie. Vous pouvez également choisir de
tracer les intervalles de confiance le long des fonctions spécifiées. Le niveau de confiance est
défini dans I’onglet Options.

Modeles de variables prédites. Vous pouvez indiquer un mod¢le de valeurs de variable prédite
a utiliser pour les diagrammes demandés et le fichier de survie exporté dans 1’onglet Exporter.
Notez que ces options ne sont pas disponibles si les variables prédites chronologiques définies
dans I’onglet Variables prédites sont incluses dans le modéle.

m Tracer les facteurs a. Par défaut, chaque facteur est évalué a son niveau maximum. Entrez ou
sélectionnez un autre niveau, si vous le souhaitez. Vous pouvez également choisir de tracer
des courbes distinctes pour chaque niveau d’un facteur unique en cochant la case de ce facteur.

m Tracer les covariables a. Chaque covariable est évaluée a sa moyenne. Entrez ou sélectionnez
une autre valeur, si vous le souhaitez.
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Tests d’hypothese

Figure 12-9
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Tests d’hypothese

5| Regression de Cox des échantillons complexes

Heure et événement  Varisbles indépendantes  Sous-groupes  Modéle | Stefisigues | Disgrammes  Tests dhypothése | Enregistrer | Exporter | Options

Statistique de test Degrés de liberté de 'Echartilonnage

@ E @ Base sur le plan d'échantilonnane
OF gjuste © Fixe
@ Chi-dew

© Hhi-dewe sjusté

Ajustement pour les comparaizons muttiples
@ Ditférence |2 moing significative

(%] Sidak séquentiel

© Bonferroni séguentiel

© Sidak

(@] Bonferrani

| ok §|[ Caller ][Eéinit\aliser][ Annuler ][ Aide ]

Statistique de test. Ce groupe vous permet de sélectionner le type de statistiques a utiliser pour
tester les hypothéses. Vous avez le choix entre F, F ajusté, Khi-deux et Khi-deux ajusté.

Degrés de liberté de I'échantillonnage. Ce groupe permet de contrdler les degrés de liberté du plan
d’échantillonnage utilisés pour calculer les valeurs p pour toutes les statistiques de test. Si elle
est basée sur le plan d’échantillonnage, cette valeur correspond a la différence entre le nombre
d’unités d’échantillonnage principales et le nombre de strates présentes a la premiére étape de
I’échantillonnage. Vous pouvez également définir un degré de liberté personnalisé en indiquant
un entier positif.

Ajustement pour les comparaisons multiples. Lors de I’exécution de tests d’hypothése avec
plusieurs contrastes, vous pouvez ajuster le seuil global de signification a partir des seuils de
signification des contrastes inclus. Ce groupe vous permet de choisir la méthode d’ajustement.

m Difféerence la moins significative. Cette méthode ne contréle pas I’intégralité de la probabilité
de rejet des hypothéses qui présentent des contrastes linéaires différents des valeurs
d’hypothese nulles.

®  Procédure de Sidak Séquentielle. Il s'agit d'une procédure descendante de rejet séquentiel de
Bonferroni beaucoup moins stricte en ce qui concerne le rejet des différentes hypothéses mais
qui conserve le méme niveau global de signification.

m  Bonferroni séquentiel. Il s'agit d'une procédure descendante de rejet séquentiel de Bonferroni
beaucoup moins stricte en ce qui concerne le rejet des différentes hypothéses mais qui
conserve le méme niveau global de signification.
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m  Sidak. Cette méthode propose des bornes plus petites que I'approche de Bonferroni.

m  Bonferroni. Cette méthode ajuste le niveau de signification observé lorsque des contrastes

multiples sont testés.

Enregistrer

Figure 12-10
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Enregistrer

5| Regression de Cox des échantillons complexes

Heure gt dvénement | Warlsbles indépendantes | Sous-groupes  Moodle | Statistioues  Disgrammes  Tests dhypothése | Envedistrer | Evporter | Options

Enregistrer les variables

Wariahles

Enregistrer Elément & enregistrer Hom/He racine de la variable

Fonction de survie =
Borne inférieure de lintervalle de confiance pour la fonction de survie

Borne supérisure de lintervalle de confiance pour la fonction de survie
Fonction de hasard cumulé

Borne inférieure de lintervalle de confiance pour la fonction de hasard cumuls
Borne supérieure de lintervalle de confiance pour la fonction de hasard cumulé
Prévizion du prédicteur linéaire

Résidu de Schoenfeld fune variable par paramétre de modgle)

Résidu de Martingale

Résidu au sens déviance

Résiu e Cox-Snell

[E

|l Pésichy e errva (1ine wariskls nar Shes s Sl

Moms des variables enregistrées
@ Générer automatiquement des noms uniques:

Sélectionnez cette option =i vous souhaitez sjouter un nouvel ensemble de variables de modéle 4 votre ensemble de données lorsgue vous effectusz une analyse

@ noms: personnalizés

Indiguez des noms dans la liste Varishles. Si vous sélectionnez cette option, les variables existantes avec le méme nom ou nom racine sont remplacées lorsque vous effectusz une
analyse.

| ok |[ Coller ][Eéin'maliser][ Annuler ][ ide ]

Enregistrer les variables. Ce groupe vous permet d’enregistrer les variables liées au modele dans
I’ensemble de données actif pour les utiliser ultérieurement dans les diagnostics et les rapports
des résultats. Notez qu’elles ne sont pas disponibles quand des variables prédites chronologiques
sont incluses dans le modéle.

Fonction de survie. Enregistre la probabilité de survie (valeur de la fonction de survie) au
moment observé et les valeurs des variables prédites pour chaque observation.

Borne inférieure de I'intervalle de confiance pour la fonction de survie. Enregistre la borne
inférieure de I’intervalle de confiance pour la fonction de survie au moment observé et les
valeurs des variables prédites pour chaque observation.

Borne supérieure de I'intervalle de confiance pour la fonction de survie. Enregistre la borne
supérieure de I’intervalle de confiance pour la fonction de survie au moment observé et les
valeurs des variables prédites pour chaque observation.

Fonction de hasard cumulé. Enregistre le hasard cumulé, ou —In(survie), au moment observé et
les valeurs des variables prédites pour chaque observation.

Borne inférieure de I'intervalle de confiance pour la fonction de hasard cumulé. Enregistre la
borne inférieure de I’intervalle de confiance pour la fonction de hasard cumulé au moment
observé et les valeurs des variables prédites pour chaque observation.
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Borne supérieure de I'intervalle de confiance pour la fonction de hasard cumulé. Enregistre la
borne supérieure de I’intervalle de confiance pour la fonction de hasard cumulé au moment
observé et les valeurs des variables prédites pour chaque observation.

Prévision de la variable prédite linéaire. Enregistre la combinaison linéaire des coefficients

de régression pour les heures des variables prédites corrigées de la valeur de référence. La
variable prédite linéaire correspond au rapport entre la fonction de hasard et de hasard de base.
Dans le modéle des hasards proportionnels, cette valeur est constante dans le temps.

Résidu de Schoenfeld. Pour chaque observation non censurée et chaque paramétre non
redondant du modéle, le résidu de Schoenfeld correspond a la différence entre la valeur
observée de la variable prédite associée au paramétre du modéle et la valeur théorique de la
variable prédite pour les observations de I’ensemble des risques au moment ou les événements
sont observés. Les résidus de Schoenfeld peuvent étre utilisés pour évaluer I’hypothése des
hasards proportionnels. Par exemple, pour une variable prédite x, les diagrammes des résidus
de Schoenfeld pour la variable prédite chronologique x*In(7 ) par rapport au temps doivent
montrer une ligne horizontale au niveau de 0 si les hasards proportionnels sont valables. Une
variable distincte est enregistrée pour chaque parameétre non redondant du modéle. Les résidus
de Schoenfeld sont uniquement calculés pour les observations non censurées.

Résidu de Martingale. Pour chaque observation, le résidu de Martingale correspond a la
différence entre la censure observée (0 si elle est censurée, 1 si ce n’est pas le cas) et la
prévision d’un événement pendant le temps d’observation.

Résidus au sens déviance. Les résidus au sens déviance sont des résidus de Martingale
« ajustés » pour paraitre plus symétriques au niveau de 0. Les diagrammes des résidus au sens
déviance par rapport aux variables prédites ne doivent révéler aucun modéle.

Résidu de Cox-Snell. Pour chaque observation, le résidu de Cox-Snell correspond a la prévision
d’un événement pendant la période d’observation, ou la censure observée moins le résidu
de Martingale.

Résidu de score. Pour chaque observation et chaque paramétre non redondant du
modéle, le résidu de score est la contribution de I’observation a la premiére dérivée de la
pseudo-vraisemblance. Une variable distincte est enregistrée pour chaque parameétre non
redondant du modéle.

Résidu de la différence de Béta. Pour chaque observation et chaque paramétre non redondant
du modéle, le résidu de la différence de Béta se rapproche du changement de la valeur de
I’estimation des parameétres lorsque 1’observation est supprimée du modéle. Il est possible
que les observations ayant des résidus de la différence de Béta relativement élevés aient un
effet d’annulation sur I’analyse. Une variable distincte est enregistrée pour chaque parameétre
non redondant du modéle.

Résidus agrégés. Quand plusieurs observations représentent un sujet unique, le résidu
agrégé d’un sujet est simplement la somme des résidus de I’observation correspondante
sur ’ensemble des observations appartenant au méme sujet. Pour le résidu de Schoenfeld,
la version agrégée est semblable a celle de la version non agrégée parce que le résidu de
Schoenfeld est défini uniquement pour les observations non censurées. Ces résidus ne sont
disponibles que si un identificateur de sujet est spécifié¢ dans I’onglet Heure et événement.
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Noms des variables enregistrées. Grace a la génération automatique de nom, vous conservez
I’ensemble de votre travail. Les noms personnalisés vous permettent de supprimer/remplacer
les résultats d’exécutions précédentes sans supprimer d’abord les variables enregistrées dans
I’éditeur de données.

Exporter

Figure 12-11
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Exporter

€] Reégression de Cox des échantillons complexes

Heure et évérement | Warisbles indépendantes | Sous-groupes | Moddle | Statistigues || Diegrammes | Tests dhypothése | Envegistrer | Exporter || options

[] Exparter le modéle en tart gue données SPSS Statistics [ Extporter la fonction de survie sous forme de données SPSS Statistics

Diestination Deestiration

() G)

Inclex

[ Exporter le modéle au format XML

Eéinmalisargl[ Annuler M Aicle ]

Exporter le modele en tant que données SPSS Statistics. Ecrit un fichier de données dans le format
IBM® SPSS® Statisticscontenant la corrélation des paramétres ou la matrice de covariance avec
les estimations des parametres, les erreurs standard, les valeurs de significativité et les degrés de
liberté. L’ordre des variables dans le fichier de matrice est le suivant.

m rowtype_. Prend les valeurs (et étiquettes de valeurs) suivantes : COV (covariances), CORR
(corrélations), EST (estimations des parametres), SE (erreurs standard), SIG (seuil de
signification) et DF (degrés de liberté du plan d’échantillonnage). Il existe une observation
distincte avec le type de ligne COV (ou CORR) pour chaque paramétre de modele et une
observation distincte pour chacun des autres types de ligne.

m varname_. Prend les valeurs P1, P2, etc., correspondant a une liste triée de tous les parametres
de modele pour les types de ligne COV ou CORR, avec des étiquettes de valeur correspondant
aux chaines de paramétres affichées dans le tableau Estimations des paramétres. Les cellules
sont vides pour les autres types de ligne.

m  P1,P2, .. Ces variables correspondent a une liste triée de tous les parametres de modele, avec
des étiquettes de variable correspondant aux chaines de paramétres affichées dans le tableau
Estimations des parametres, et prennent leurs valeurs en fonction du type de ligne. Pour les
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paramétres redondants, toutes les covariances et les estimations de paramétres sont définies
sur z€ro, et I’ensemble des corrélations, erreurs standard, seuils de signification et degrés de
liberté résiduels sont définis sur la valeur manquante par défaut.

Remarque : Ce fichier n’est pas immédiatement utilisable pour d’autres analyses dans d’autres
procédures que la lecture d’un fichier de matrice, sauf si ces procédures acceptent tous les types
de ligne exportés ici.

Exporter la fonction de survie sous forme de données SPSS Statistics. Ecrit un ensemble de données
dans un format SPSS Statistics contenant la fonction de survie, 1’erreur standard de la fonction de
survie, les bornes supérieure et inférieure de I’intervalle de confiance de la fonction de survie, et la
fonction des hasards cumulés pour chaque échec ou moment de 1’événement, évaluées a la ligne
de base et aux modeles de variables prédites spécifiées dans 1’onglet Diagramme. L’ordre des
variables dans le fichier de matrice est le suivant.

m Variable de strate de ligne de base. Des tableaux de survie distincts sont générés pour chaque
valeur de la variable de strate.

m Variable de temps de survie. Moment de I’événement. Une observation distincte est créée a
chaque moment de 1’événement.

m  Sur_0, LCL_Sur_0, UCL_Sur_0. Fonction de survie de base et bornes supérieure et inférieure de
son intervalle de confiance.

®  Sur_R, LCL_Sur_R, UCL_Sur_R. Fonction de survie évaluée au modele de « référence »
(consultez le tableau des valeurs de modéle dans les résultats) et les bornes supérieure et
inférieure de son intervalle de confiance.

m  Sur_##, LCL_Sur_#4# UCL_Sur_#4, ... Fonction de survie évaluée a chacun des modéles de
variables prédites spécifiés dans 1’onglet Diagrammes et les bornes supérieure et inférieure de
leurs intervalles de confiance. Consultez le tableau des valeurs de mode¢le dans les résultats
pour faire correspondre les modéles au nombre #.#.

m Haz_0, LCL_Haz_0, UCL_Haz_0. Fonction de base de hasard cumulé et les bornes supérieure
et inférieure de son intervalle de confiance.

m Haz_R, LCL_Haz_R, UCL_Haz_R. Fonction de hasard cumulé évaluée au modéle de « référence »
(consultez le tableau des valeurs de modéle dans les résultats) et les bornes supérieure et
inférieure de son intervalle de confiance.

m  Haz_##, LCL_Haz_## UCL_Haz_#4, ... Fonction de hasard cumulé évaluée a chacun des
modeles de variables prédites spécifiés dans 1’onglet Diagrammes et les bornes supérieure et
inférieure de leurs intervalles de confiance. Consultez le tableau des valeurs de modele dans
les résultats pour faire correspondre les modéles au nombre #.#.

Exporter le modéle au format XML. Enregistre toutes les informations nécessaires pour prévoir la
fonction de survie, y compris les estimations des paramétres et la fonction de survie de base, au
format XML (PMML). Vous pouvez utiliser ce fichier de modeéle pour appliquer les informations
du modele aux autres fichiers de données a des fins d’évaluation.
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Options

Figure 12-12

Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Options

Reégression de Cox des échantillons complexes

Estimation

Maimum des térations : 100

Mombre maximum de step-halving :

-{ Limiter les térations basées sur les changements dans les estimations de paramétres

Changement minimum : |7.000001

Limiter lez térations basées sur les changements dans les rapports de log-vraisemblance

Type: |Relatit +

, Afficher Mhistorigue des itérations

Methode de départage pour l'estimation des paramétres
® Efron
(@] Ereslow

Intervalle de confiance (%)

Heure gt dvénement | Yarlsbles indépendantes | Sous-groupes  Moodle | Statistioues  Disgrammes  Tests dhypothése | Envegistrer | Exporter | Options

Fonctions de survie

Méthode d'estimation des fonctions de survie de base

@) méthade dEfron
© Méthode de Bresiow
(2 Méthode de Kaplan-Meier

Intervalles de confiance des fanctions de survie :

® Effectuer le caloul sur la base de la
fonction de survie transformée, puis
rétablir les unités d'origine

Transformation:  |Lag -
@ Effectuer Ie calcul sur la base

des unités d'origine de la
fonction de survie

Waleurs manguantes spécifidées
@® Traiter comme non valide
©) Traiter comme valide

Ce paramétre s'applique & toutes les variables de modéle et de plan d'échantilonnage
oualitatives.

| ok §|[ Caller ][Eéinit\aliser][ Annuler ][ Aide ]

Estimation. Ces commandes spécifient des critéres pour 1’estimation des coefficients de régression.

Maximum des itérations : Nombre maximal d’itérations exécutées par ’algorithme. Spécifiez
un nombre entier non négatif.

Nombre maximum de dichotomies : A chaque itération, la taille du pas est réduite par un facteur
de 0,5 jusqu’a ce que les augmentations de log-vraisemblance ou le nombre maximum de
dichotomie soient atteints. Spécifiez un nombre entier positif.

Limiter les itérations basées sur les changements dans les estimations de paramétres. Lorsque
cette option est sélectionnée, I’algorithme s’interrompt aprés une itération dans laquelle

la modification relative ou absolue apportée aux estimations de paramétre est inférieure

a la valeur spécifiée, qui doit étre positive.

Limiter les itérations basées sur les changements dans les rapports de vraisemblance. Lorsque
cette option est sélectionnée, 1’algorithme s’interrompt aprés une itération dans laquelle la
modification relative ou absolue apportée a la fonction de log-vraisemblance est inférieure
a la valeur spécifiée, qui doit étre positive.

Afficher I'historique des itérations. Affiche I’historique des itérations pour les estimations des

parametres et la pseudo-log-vraisemblance, et imprime la derniére évaluation du changement
des estimations des paramétres et de la pseudo-log-vraisemblance. Le tableau de 1’historique
des itérations imprime toutes les n itérations en commengant par 1’itération 0 (les estimations
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initiales), n étant la valeur de I’incrément. Si I’historique des itérations est requis, la derniére
itération est toujours affichée quel que soit ».

m Méthode de départage pour I'estimation des parameétres. Lorsque vous observez des heures
d’échec ex aequo, I’une de ces méthodes est utilisée pour départager les ex aequo. La méthode
d’Efron nécessite plus de calculs.

Fonctions de survie. Ces commandes spécifient des critéres pour les calculs impliquant la fonction
de survie.

m  Méthode d’'estimation des fonctions de survie de base. La méthode de Breslow (ou de
Nelson-Aalan ou empirique) estime le hasard cumulé de la fonction de base par une fonction
d’échelon non décroissante avec des échelons aux heures d’échec observées, puis calcule la
survie de base par la relation survie=exp(—hasard cumulé). La méthode d’Efron nécessite
plus de calculs et se limite a la méthode de Breslow quand il n’y a pas d’ex aequo. La
méthode de limite du produit estime la survie de base par une fonction continue a droite
non croissante. S’il n’y a pas de variables prédites dans le modéle, cette méthode se limite
a D’estimation de Kaplan-Meier.

m Intervalles de confiance des fonctions de survie. L intervalle de confiance peut étre calculé de
trois maniéres : dans les unités d’origine, via une transformation log ou une transformation
LN (-Logn). Seule la transformation LN (-Logn) garantit que les bornes de I’intervalle de
confiance seront comprises entre 0 et 1, mais la transformation log semble généralement
donner de « meilleurs » résultats.

Valeurs manquantes spécifiées. Toutes les variables doivent avoir des valeurs valides pour qu’une
observation puisse étre incluse dans 1’analyse. Ces commandes vous permettent de décider si les
valeurs manquantes spécifiées sont considérées comme valides parmi les modeles qualitatifs (y
compris les variables qualitatives, d’événement, de strate et de sous-population) et les variables
du plan d’échantillonnage.

Intervalle de confiance (%). 11 s’agit du niveau d’intervalle de confiance utilisé pour les estimations
de coefficient, les estimations de coefficient exponentielles, les estimations de fonction de survie
et les estimations de fonction de hasard cumulé. Spécifiez une valeur supérieure ou égale a

0, et inférieure a 100.

Fonctionnalités supplémentaires de la commande CSCOXREG

Le langage de commande vous permet aussi de :

m  Effectuer des tests d’hypothése personnalisés (& I’aide de la sous-commande CUSTOM et de
/PRINT LMATRIX).

Spécification de la tolérance (a I’aide de /CRITERIA SINGULAR).
Tableau de la fonction générale estimée (a 1’aide de /PRINT GEF).

Mode¢les de variables prédites multiples (a I’aide de plusieurs sous-commandes PATTERN).

Nombre maximum de variables enregistrées quand un nom de racine est spécifié (a ’aide de
la sous-commande SAVE). La boite de dialogue prend en compte la valeur CSCOXREG par
défaut de 25 variables.

Reportez-vous a la Référence de syntaxe de commande pour une information compléte concernant
la syntaxe.
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13

Assistant d’echantillonnage des
echantillons complexes

L’assistant d’échantillonnage vous guide lors de la création, de la modification ou de I’exécution
d’un fichier de plan d’échantillonnage. Avant d’utiliser 1’assistant, pensez a définir précisément la
population cible, la liste des unités d’échantillonnage et le plan d’échantillonnage.

Obtention d’un échantillon a partir d’un cadre d’échantillonnage
complet

Une agence d’état est chargée d’assurer I’application d’impdts fonciers équitables dans chaque
comté. Les impdts étant calculés a partir de la valeur estimée de la propriété, 1’agence souhaite
évaluer un échantillon de propriétés dans chaque comté afin de s’assurer que les enregistrements
de chaque département sont mis a jour uniformément. Cependant, les ressources permettant
d’obtenir des évaluations actuelles étant limitées, il est important d utiliser judicieusement les
informations disponibles. L’agence décide d’utiliser la méthode de 1’échantillonnage complexe
pour sélectionner un échantillon de propriétés.

Les propriétés sont regroupées dans le fichier property_assess_cs.sav. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples
20. Utilisez I’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes pour sélectionner un
¢échantillon.

Utilisation de I'assistant

» Pour exécuter I’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes, sélectionnez dans le
menu ’option suivante :
Analyse > Echantillons complexes > Sélectionner un échantillon...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 99
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Figure 13-1
Etape Bienvenue de 'assistant d'échantillonnage

E Assistant d'échantillonnage W

Bienvenue danz 'sssistant d'echantilonnage

L'assistant d'echantilonnage vous aide & concevoir et & sélectionner un échantillon complexe. Yoz sélections seront enregistrées dans un fichier de
plan gue vous paurtez utiiser lars de 'analyae pour indiguer le mode d'échantilonnage des données.
“ous pouvez egalement utilizer 'assistant pour modifier un plan d'échantilonnage ou réalizer un échantillon en fonction d'un plan existant.

e voulez-vous faire 7
@ Concevair un échantilon
Sélectionnez cette option =i vaus n'avez créé aucun i
P o R B Fichiet :  |property_sssess.cq [Eﬁiﬂ it ]
fichier de plan. Yous aurez la possibiliteé de réaliser =

I'échantillon.

@ Modifisr un plan d'échantilonnzge

Sélectionnez cette option 2i vous souhaitez ajouter,
supprimer ou modifier les &tapes d'un plan existant. Fichiet : Parcauriv...
“Yous aurez la pozzibilte de réslizer '"Schantilon. .

9] Réalizer un échartillon

Sélectionnez cette option =i vous disposez déja d'un Fichisr

fichier de plan et souhaitez réalizer un échantillon. aleadcg

= Précédent Terminer ﬁﬂiiﬁ ] _Aj

» Sélectionnez Concevoir un échantillon, accédez a I’emplacement auquel vous souhaitez enregistrer
le fichier, et saisissez property_assess.csplan comme nom du fichier de plan.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-2
Etape Variables de plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 1)

Assistant d'échantillonnage

Etape 1 ; Yariables du plan

Dans ce panel, vous pouvez stratifier votre chantillon ou définir des classes. Wous pouvez également fournir une etiquette pour 'Stape qui sera
utilizée dans le résuttat.

5i des pondérations d'échantilonnage provenant d'une &tape précedente du plan d'échantilonnage existent, vous pouver vous en servir comme
entrée pour 'Stape en cours.

! Bienvenue Yariables : Stratifier par :
& <!> Etepeyl &7 1D propriété [propid] &5 Département [county]
b B variables du plan

&) “Yoiginnage [nbrhood]
é’ Durée depuis s dermiére évaluatio...
f “aleur lors de la derniére &valuati...

hiéthode
Taille de 'Echartilon

Clagses :
&5 ville ftovwn]

Saisir une pondération o' échartillon :

|

Etiguette d'étape : |

@ = zection incompléte

[: Précédent] [ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Comté comme variable de stratification.
» Sélectionnez Commune comme variable de grappe.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a 1’étape Méthode d’échantillonage.

Cette structure de plan indique que des échantillons indépendants sont réalisés pour chaque comté.
Au cours de cette phase, les communes sont tracées en tant qu’unité d’échantillonnage principale
a I’aide de la méthode par défaut, 1’échantillonnage aléatoire simple.
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Figure 13-3
Etape Taille de I'échantillon de I'assistant d'échantillonnage (phase 1)

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 : Taille de '&chantilon

Dans ce panel, vous pouvez indiguer le nombre ou la proportion d'unités & échantilonner & 'étape en cours. La taille de 'échartilon peut étre fice dans
I'ensemble des strates ou varier en fonction des différentes strates.

Si voug indiguez des tailes d'échantilon sous la forme de proportions, vous pouvez également definir le nombre minimal ou maximal dunités & créer,

: Bienvenue

EI Etape 1

i Yariables du plan
Méthode

P Taille de 'Schartilon
“ariables destination
Recapitulatit

Mjouter 'Etape 2

B~ Reéalizer un échartillon

; Options de sélection

Fichiers de résultats
Exécution

s
&
Y4
Y4

Unités: |Effectits =
@ Waleur :
La valeur de taille
I:I ='appligue & chague strate.

@ Waleurs indgalez pour les strates |

@ Lire les valeurs & partir de la variable :

hed |

[: Précédert ] [

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Effectifs dans la liste déroulante Unités.

» Saisissez 4 comme valeur du nombre d’unités a sélectionner au cours de cette phase.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Variables destination.
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Assistant d’échantillonnage des échantillons complexes

Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 1)

ﬁ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 ; Récapitulatit du plan

Bienvenue
Etape 1
i Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
: “ariables destination
i B Récapitulatit
Mjouter 'Etape 2
El-  Reéalizer un échartillon
Options de sélection
Fichiers de résultats

Exécution

Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage utilise jusgu'a prézent. Wous pouvez ajouter une autre etape au plan.

Si voug choisizzez de ne pas ajouter d'étape suivante, la prochaine étape congiste & definir des options pour réalizer votre Schantillon.

ReEcapitulatif :
Etape | Etiquette Strates | Classes Taille | Methode
1 [Aucurn) county toween 4 par strate Echartillonn
e simplein
KU 1
Fichier : Cproperty_assess csplan
Souhaitez-vous sjouter 'Stape 2 7
@ i, ajouter 'Stape 2 maintenant haon, ne pas sjouter d'autre tape maintenant
Sélectionner cette option si le fichier de Sélectionnez cette option si les données de 'Stape 2
données de travail contient les données ne zont pas encore disponibles ou si votre plan ne

de l'étape 2. comporte quiune seule Stape.

(= Précésent | [{ Suvant =

[ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez Oui, ajouter I'étape 2 maintenant.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-5
Etape Variables de plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 2)

Assistant d'échantillonnage

Etape 2 ; Yariables du plan

Dans ce panel, vous pouver stratifier votre chantillon ou définir des classes. Wous pouvez galement fournir une etiquette pour 'Stape qui sera
utilizée dans le résuttat.

Si des pondérations d'échantilonnage provenant d'une &tape préceédente du plan d'échantilonnage existent, vous pouver vous en servir comme
entrée pour 'Stape en cours.

Biegnvenue

; “ariahles : Stratifier par :
B Etapei

& I proprieté [propid] &) “oisinnage [nbrhood)]
Va?riables dlu plan Durée depuis la dernigre évalustion ...
W TEE & “aleur lors de la dernigre Evalustion. ..
Taille the: Péchartilon
“Yariables destination
Récapitulatit
=8 <§> Etape 2
- P wariables du plan
hiéthode
Taille de 'Echartilon

Claszes

Etiquette d'étape |

@ = zection incompléte

[: Précédert ]

[ Annuler ] [ Ajde ]

» Sélectionnez Voisinage comme variable de stratification.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a 1’étape Méthode d’échantillonage.

Cette structure de plan indique que des échantillons indépendants sont réalisés pour chaque
quartier des communes tracées au cours de la phase 1. Au cours de cette phase, les propriétés
sont tracées en tant qu’unité d’échantillonnage principale a I’aide de la méthode Echantillonnage
aléatoire simple.
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Figure 13-6

Assistant d’échantillonnage des échantillons complexes

Etape Taille de I'échantillon de I'assistant d’échantillonnage (phase 2)

Assistant d'échantillonnage

Etape 2 : Taille de '&chantilon

: Bienvenue

EI Etape 1
Yariables du plan

Méthode

Taille de '&chartilon

“ariables destination

Recapitulatit

=3 Etape 2
Yariables du plan
Méthode

- I Taille de I'Echantilon
“ariables destination
Recapitulatit

Mjouter 'Etape 3

B~ Reéalizer un échartillon

Options de sélection
Fichiers de résultats

Exécution

Dans ce panel, vous pouvez indiguer le nombre ou la proportion d'unités & échantilonner & 'étape en cours. La taille de 'échartilon pewut étre fice dans
I'ensemble des strates ou varier en fonction des différentes strates.

Si voug indiguez des tailes d'échantilon sous la forme de proportions, vous pouvez également definic le nombre minimal ou maximal dunités & créer,

Y4
Y4
Y 4

@ Waleur
La waleur ce taile
=applique & chague strate.

@ “aleurs inégales pour les strates :

© Lire les valeurs & partir de la variable :

Momibre I:I MHombre l:l
minimal : mazimal ;

[: Précédert ] [

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Proportions dans la liste déroulante Unités.

» Entrez 0,2 comme valeur de la proportion d’unités a échantillonner dans chaque strate.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Variables destination.
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Figure 13-7

Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d'échantillonnage (phase 2)

ﬁ Assistant d'échantillonnage

Etape 2 ; Récapitulatit du plan

Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage utilise jusgu'a prézent. Wous pouvez ajouter une autre etape au plan.

Si voug choisizzez de ne pas ajouter d'étape suivante, la prochaine étape congiste & definir des options pour réalizer votre Schantillon.

Bienvenue

Etape 1
Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
“ariables destination
Recapitulatit
=8 Etape 2
Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
“ariables destination
- I Récapitulatit
Mjouter 'Etape 3
=8 ) Reéslizer un échartillon
i Options de sélection
Fichiers de résultats

Exécution

Fichier : Cproperty_assess csplan

Souhaitez-vous sjouter 'Stape 3 7
%] i, ajouter 'Stape 3 maintenant

Sélectionner cette option si le fichier de
données de travail contient les données
de l'étape 3.

REcapitulatif :

Etape | Etiquette Strates | Classes Taille Methode

1 [Aucurn) county toween 4 par strate Echartillonn
e SimplEiC

2 (AL nbrhood 0.2 par strate Echartillonn:
re simpletfic

[ i ——————_|* |

@ haon, ne pas sjouter d'autre tape maintenant

Sélectionnez cette option si les données de 'Stape 3
ne zort pas encore disponibles ou si votre plan ne
comporte que deux tapes.

(< Precésent | [ Suvant =

[ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Consultez le plan d’échantillonnage, puis cliquez sur Suivant.
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Figure 13-8

Assistant d’échantillonnage des échantillons complexes

Etape Réalisation de I’échantillon : Options de sélection de I'assistant d’échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

: Bienvenue
EI Etape 1
Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
“ariables destination
Recapitulatit
=3 Etape 2
Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
“ariables destination
Recapitulatit
Mjouter 'Etape 3
Bl Reéalizer un échartillon
P Options de sélsction
Fichiers de résultats

Exécution

Réalizer un échantillon ; Options de =élection

Dans ce panel, vous pouvez choizir de réalizer un échantilon. Wous pouver choisir les étapes & extraire et définir d'autres options d'echantillonnage,
telles que le générateur utilizé pour créer des nombres aléstaires.

Souhsitez-vous réslizer un charntilon 7

© Mon

Guel type de valeur de générateur souhatez-vous utiliser 7

@ un niamire choisi de fagon sléstoire

= Ertrez une valeur de génératewr personnalizée sivous
@ valeur personnalisée @ 241972 g &

souhaitez reproduire 'echantilon ulterisurement.

[ Inclure dans les ohservations de cadre d'échartillon contenart des valeurs
manguantes wtlisateur pour les varisbles de stratification ou de classification

[7] Les données de travail sort triées par variables de stratification (des données
préalablement triges peuvent accélérer le tratement)

[: Précédert ] [

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Valeur personnalisée comme type de générateur aléatoire a utiliser, puis entrez la

valeur 241972.

L’utilisation d’une valeur personnalisée vous permet de répliquer précisément les résultats de cet

exemple.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Réalisation de 1’échantillon : Fichiers de

résultats.
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Figure 13-9
Etape Fin de I'assistant d'échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Exécution de l'assistant d'@chantilonnage

“ous avez fourni toutes les informations nécessaires pour créer un plan d'échartilonnage et réalizer un echantillon.

Wous pouvez revenit & l'assistant d'échantilonnage utérieurement =i vous devez ajouter ou madifier des étapes. Une fois toutes les étapes
echartilonnées, vous pouvez utilizer le fichier de plan dans une procédure d'analyse d'échantilons complexes guelcongue pour indigquer le mode de
réalization de 'Echantilon.

Bienvenue

Etape 1
Yariables du plan
Méthode
Taille de 'Echartilon
variables destination © Coller s syrtaxe générée par M'assistant dans une fenétre de syntaxe
Reécapitulatif

B Eape2
Yariables du plan
Méthode
Taille de 'Echartilon
“ariables destination
Reécapitulatif

Ajouter 'Stape 3

El-  Reéalizer un échartillon

Options de sélection

Glue voulez-vous faire ¥

@ Enregistrer Iz plan dans un fichier de plan et réaliser I'Echantilon

Fichiers de résultats
- P Exéoution

Pour fermer cet azsistant, cliguez sur Terminer .

| em—— ———

» Cliquez sur Terminer.

Ces sélections permettent de générer le fichier de plan d’échantillonnage property_assess.csplan
et de réaliser un échantillon en fonction de ce plan.
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Récapitulatif du plan

Figure 13-10
Récapitulatif du plan
Etape 1 Etape 2
Wariahles du plan Ctratification 1 Départemeant Yaoisinnage
Grappe 1 Ville
Infarmations sur Méthode de sélaction Echantillonnage Echantillonnage
I'échantillon aléatoire simple aléatoire simple sans
$ans remise remise
Mombre dunités échantillonnées
4
Yariables créées ou Probabilité
modifiées dinclusion . )
(sélection) Trobabllltelnclusmn_ Frobabilitélnclusion_2_
A plusieurs -
degrés
Pondératio
n

curmulative | Pondération
d'2chantillo | Echantillan
nnage 3 Cumulée_1_
plusieurs
degrés
Fropotion d'unités échantillonnées

Pondération
EchantillonCumulée_2_

2
Informations sur lanalyse  Hypothéses de l'estimateur

d e Echantillonnage de Echantillonnage de
probahbilité éoale probabilité égale sans
sans remise remise

Frobahilité dinclusgion 5 i N

Obffenuapamrdela Cbtenu a padirde la
wariable :
Probabilitéinclusion_ | YA1a0E
1 — | ProhakilitéInclusion_2_

Fichier de plan : Clproperty_assess.csplan
Wariable de pondération : PondérationEchantillon_Final_

Le tableau récapitulatif vous permet de passer en revue votre plan d’échantillonnage et de vous
assurer qu’il correspond a vos attentes.

Récapitulatif de I'échantillonnage

Figure 13-11
Récapitulatif
Mormbre d'unités Proportion d'unités
échantillonnées échantillonnées
Départernent | Obligatoire Réel Ohligatoire Réel
Est 4 4 44 4% 44 4%
Centre 4 4 a7l 1% 87 1%
Sud 4 4 25,0% 25,0%
Mord 4 4 44 4% 44 4%
Cuest 4 4 a0,0% a0,0%

Fichier de plan : Clproperty_assess.csplan
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Ce tableau récapitulatif vous permet de passer en revue la premiére phase de 1’échantillonnage et
de vérifier que celui-ci correspond au plan. Conformément a votre demande, quatre communes
ont été échantillonnées dans chaque comté.

Figure 13-12
Récapitulatif
MNombre d'unités Proportion d'unités
Echantillonnées Echantillonnées

Départernent  Ville Yoiginnage | Ohligatoire Régl Ohligatoire Régl
Est 2 2 4 4 20,0% 19,0%
9 14 14 20,0% 20,6%
10 7 7 20,0% 18,9%
11 14 14 20,0% 20,0%
53 36 13 13 20,0% 20,3%
a7 14 14 20,0% 20,6%
38 13 13 20,0% 20,6%
7 43 12 12 20,0% 20,7%
44 11 11 20,0% 19,6%
45 11 11 20,0% 20,8%
45 13 13 20,0% 20,0%
9 ar 13 13 20,0% 20,6%
a8 ] i 20,0% 12,5%
549 11 11 20,0% 19,3%
<11 13 13 20,0% 19,4%
Centre 22 148 9 9 20,0% 19,6%
149 ] g 20,0% 20,0%
140 14 14 20,0% 20,0%

Ce tableau récapitulatif (dont la partie supérieure apparait ici) vous permet de passer en revue
la deuxiéme phase de I’échantillonnage. Il permet également de vérifier que 1’échantillonnage
correspond au plan. Conformément a vos critéres, environ 20 % des propriétés ont été
échantillonnés a partir de chaque quartier de chaque commune échantillonnée au cours de la
premicre phase.
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Reésultats de I'échantillonnage

Figure 13-13
Editeur de données contenant les résultats de I'échantillonnage
propid | nbrhood| town | county | time | currval Inclu.sfionF'rob Et?)mufr:i\;};v;?\ig Inclu.efionF'rob Et?)muﬁr:ig?\;g Sampl.eWeig
ahility_1_ ] ability_2_ 5 ht_Final_
273 | 1m.s100 171 5 2 7 18380 05 17 020 87 875 |~
274 | 1386800 171 25 2 B 11520 057 175 020 875 875
275 | 1388800 172 25 2 B Mz 057 175 0,19 9,19 9,19
276 | 1389000 172 25 2 7 s 057 175 0,19 9,19 919 =
277 | 1382100 172 25 2 B 24680 057 175 019 919 919 [ |
278 | 138200 172 25 2 B A0 057 175 019 919 9,19
279 | 1370300 172 25 2 B 21180 057 175 0,19 9,19 9,19
280 | 1370900 172 28 2 6 11080 057 178 0,19 9,19 9,19
261 13712,00 172 28 2 B 20790 057 178 0,19 9,19 9,19
282 | 1371900 172 28 2 7 20780 057 178 0,19 9,19 9,19
283 | 1456300 193 7 2 5 21070 057 178 020 852 8 A2
284 | 1458600 1|93 2 B 16100 057 178 020 852 862 [+
4] | [r]

Affichage des données Affichage des variables

SPSS Processeur prét

Vous pouvez visualiser les résultats de 1’échantillonnage dans I’éditeur de données. Cingq
nouvelles variables ont été enregistrées dans le fichier de travail. Ces variables représentent les
probabilités d’insertion et les pondérations cumulatives d’échantillonnage de chaque phase, ainsi
que les pondérations d’échantillonnage finales.

m Les observations contenant des valeurs pour ces variables ont été sélectionnées pour
I’échantillon.

m Les observations contenant des valeurs manquantes pour les variables n’ont pas été
sélectionnées.

L’agence utilisera désormais ses ressources pour recueillir les estimations en cours correspondant
aux propriétés sélectionnées dans I’échantillon. Une fois que ces estimations sont disponibles, vous
pouvez traiter I’échantillon avec les procédures d’analyse d’échantillons complexes, a I’aide du

plan d’échantillonnage property _assess.csplan pour indiquer les spécifications d’échantillonnage.

Obtention d’un échantillon a partir d’'un cadre d’échantillonnage partiel

Une société est intéressée par la compilation et la vente d’une base de données contenant des
informations d’enquéte de qualité élevée. L’échantillon d’enquéte doit tre représentatif, mais
réalisé¢ de maniére efficace, afin que les méthodes d’échantillonnage complexes soient utilisées.
Le plan d’échantillonnage complet nécessite la structure suivante :

Etape Strates Classes
1 Région Province
2 Quartier Ville

3 Sous-division
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Au cours de la troisiéme phase, les ménages représentent 1’unité d’échantillonnage principale et
ceux qui sont sélectionnés feront 1’objet d’une enquéte. Cependant, les informations n’étant
facilement disponibles qu’au niveau de la ville, la société décide d’exécuter les deux premicres
phases du plan, puis de rassembler les informations sur le nombre de sous-divisions et de ménages
dans les villes échantillonnées. Les informations disponibles au niveau de la ville sont rassemblées
dans le fichier demo_cs_1.sav. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Fichiers
d’exemple dans l'annexe A dans /BM SPSS Complex Samples 20. Notez que ce fichier comporte
une variable Sous-division qui contient tous les 1. Il s’agit d’une valeur de substitution pour la
“yraie” variable dont les valeurs sont recueillies apres exécution des deux premicres phases du
plan, et qui permet alors de spécifier le plan d’échantillonnage complet en trois phases. Utilisez
I’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes pour spécifier le plan d’échantillonnage
complexe complet, puis tracez les deux premicres phases.

Utilisation de I'assistant pour effectuer un échantillonnage a partir du premier cadre
partiel

» Pour exécuter 1’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes, sélectionnez dans le
menu 1’option suivante :

Analyse > Echantillons complexes > Sélectionner un échantillon...
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Figure 13-14
Etape Bienvenue de 'assistant d'échantillonnage

E Assistant d'échantillonnage W

Bienvenue danz 'sssistant d'echantilonnage

L'assiztant d'echantilonnage vous aide & concevoir et & sélectionner un échantillon complexe . Yoz sélections seront enregistrées dans un fichier de
plan gue vous paurtez utiiser lars de 'analyae pour indiguer le mode d'échantilonnage des données.
“ous pouvez egalement utilizer 'assistant pour modifier un plan d'échantilonnage ou réalizer un échantillon en fonction d'un plan existant.

e voulez-vous faire 7
® Concevoir un échantilon
Sélectionnez cette option =i vaus n'avez créé aucun e
i B S R Fichiet :  \demo.csplan [ﬁiﬁ “E ]
fichier de plan. Yous aurez la possibilité de réaliser

I'échantillon.

@ Modifisr un plan d'échantilonnzge

Sélectionnez cette option 2i vous souhaitez ajouter,
supprimer ou modifier les Stapes d'un plan existant. Fichiet : Parcauriv...
“Yous aurez la pozzibilté de réslizer '"Schantilon. -

@ Réalizer un échantillon

Sélectionnez cette option =i vous disposez déja d'un Fichisr

fichier de plan et souhaitez réalizer un échantillon. ESrsodticy

= Précedent

» Sélectionnez Concevoir un échantillon, accédez a I’emplacement auquel vous souhaitez enregistrer
le fichier, et saisissez demo.csplan comme nom du fichier de plan.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-15
Etape Variables de plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 1)

Assistant d'échantillonnage

Etape 1 ; Yariables du plan

Dans ce panel, vous pouver stratifier votre chantillon ou définir des classes. Wous pouvez également fournir une etiquette pour 'Stape qui sera
utilizée dans le résuttat.

Si des pondérations d'échantilonnage provenant d'une &tape préceédente du plan d'échantilonnage existent, vous pouver vous en servir comme
entrée pour 'Stape en cours.

: Bienvenue Yariahles | Stratifier par
& @ Etapell &b Circanscription [district] @ Région [region]
P variables du plan & vill [city]

hiéthode

&b Subdivision [subdivision]
Taille de 'Echartilon

Clagses :
&3 Département [provines]

Saisir une pondération o' échantillon :

2 |

Etiguette d'étape : |

@ = zection incompléte

[: Précédent][ Supvant = ] [ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Région comme variable de stratification.
» Sélectionnez Province comme variable de grappe.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a 1’étape Méthode d’échantillonage.

Cette structure de plan indique que des échantillons indépendants sont réalisés pour chaque région.
Au cours de cette phase, les provinces sont tracées en tant qu’unité d’échantillonnage principale a
I’aide de la méthode par défaut, 1I’échantillonnage aléatoire simple.
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Figure 13-16
Etape Taille de I'échantillon de I'assistant d'échantillonnage (phase 1)

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 : Taille de '&chantilon

Dans ce panel, vous pouvez indiguer le nombre ou la proportion d'unités & échantilonner & 'étape en cours. La taille de 'échartilon pewt étre fixe dans
I'ensemble des strates ou varier en fonction des différentes strates.

Si voug indiguez des tailes d'échantilon sous la forme de proportions, vous pouvez également definir le nombre minimal ou maximal dunités & créer,

A Bienvenue
B  Etape 1 & Untés: |Effectits =
i Wariables du plan &5
Méthode

@ “Waleur :
P Taille de Pechartilon

“ariables destination
Recapitulatit

Sjouter Mtape 2 @ Waleurs indgales pour les strates |
B~ Reéalizer un échartillon

La valeur de taille
='appligue & chague strate.

I

Cptions de sélection : 5 3 :
A (@] Lire les valeurs & partiv de la variable :
Exécution L |

[: Précédert ] [

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Effectifs dans la liste déroulante Unités.
» Saisissez 3 comme valeur du nombre d’unités a sélectionner au cours de cette phase.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Variables destination.
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Figure 13-17

Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 1)

ﬁ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 ; Récapitulatit du plan

Bienvenue
Etape 1
i Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
: “ariables destination
i B Récapitulatit
Mjouter 'Etape 2
El-  Reéalizer un échartillon
Options de sélection
Fichiers de résultats

Exécution

Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage utilise jusgu'a prézent. Wous pouvez ajouter une autre etape au plan.

Si voug choisizzez de ne pas ajouter d'étape suivante, la prochaine étape congiste & definir des options pour réalizer votre Schantillon.

ReEcapitulatif :

Etape | Etiquette Strates | Classes Taille | Méthode

1 [Aucurn) region province 3 par strate Echartillonng

re simple

[ e ———————. | * |

Fichier : C:ldema.csplan

Souhaitez-vous sjouter 'Stape 2 7

@ i, ajouter 'Stape 2 maintenant (%] Man, ne pas sjouter d'autre Stape maintenant
Sélectionner cette option si le fichier de Sélectionnez cette option si les données de |'stape 2
données de travail contient les données ne sont pas encore disponibles ou s votre plan ne

de l'étape 2. comporte qu'une seuls Stape.

(= Précésent | [{ Suvant =

[ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez Oui, ajouter I'étape 2 maintenant.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-18
Etape Variables de plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 2)

Assistant d'échantillonnage

Etape 2 ; Yariables du plan

Dans ce panel, vous pouver stratifier votre chantillon ou définir des classes. Wous pouvez également fournir une tiquette pour 'Stape gqui sera
utilizée dans le résuttat.

Si des pondérations d'échantilonnage provenant d'une &tape précedente du plan d'échantilonnage existent, vous pouver vous en servir comme
entrée pour 'Stape en cours.

Biegnvenue
EI Etape 1
Yariables du plan
hiéthode
Taille de 'Echartilon -
“Yariables destination
Récapitulatit
=8 <§> Etape 2
- P wariables du plan
hiéthode
Taille de 'Echartilon

“ariahles : Stratifier par :
&5 Sous-division [sous-division] &5 Guartier [district]

Claszes :

&5 Wille [city]

Etiquette d'étape ; |

@ = zection incompléte

[: Précédert ]

[ Annuler ] [ Ajde ]

» Sélectionnez District comme variable de stratification.
» Sélectionnez Ville comme variable de grappe.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a 1’étape Méthode d’échantillonage.

Cette structure de plan indique que des échantillons indépendants sont réalisés pour chaque
district. Au cours de cette phase, les villes sont tracées en tant qu’unité d’échantillonnage
principale a 1’aide de la méthode par défaut, 1’échantillonnage aléatoire simple.
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Figure 13-19

Etape Taille de I'échantillon de I'assistant d’échantillonnage (phase 2)

Assistant d'échantillonnage

Etape 2 : Taille de '&chantilon

: Bienvenue

EI Etape 1
Yariables du plan

Méthode

Taille de '&chartilon

“ariables destination

Recapitulatit

& Etape 2
Yariables du plan
Méthode

- I Taille de I'Echantilon
“ariables destination
Recapitulatit

Mjouter 'Etape 3

B+ Réalizer un échartillon

Options de sélection
Fichiers de résultats

Exécution

Dans ce panel, vous pouvez indiguer le nombre ou la proportion d'unités & échantilonner & 'étape en cours. La taille de 'échartilon pewut étre fice dans
l'ensemble des strates ou varier en fonction des différentes strates.

Si voug indiguez des tailes d'échantilon sous la forme de proportions, vous pouvez également definic le nombre minimal ou maximal dunités & créer,

&

@ Waleur :
La waleur ce taile
='applique & chague strate.

@ “aleurs inégales pour les strates

© Lire les valeurs & parti de la variable :

Momibre I:I MHombre l:l
minimal : mazimal ;

[: Précédert ] [

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Proportions dans la liste déroulante Unités.

» Entrez 0,1 comme valeur de la proportion d’unités a échantillonner dans chaque strate.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Variables destination.
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Figure 13-20
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 2)

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 2 : Récapitulatit du plan
Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage utilise jusgu'a prézent. Wous pouvez ajouter une autre etape au plan.

Si voug choisizzez de ne pas ajouter d'étape suivante, la prochaine étape congiste & definir des options pour réalizer votre dchantillon.

Bienvenus Récapitulatif :
Etaneyl Etape |E‘tiqueﬂe Strates |Classes Taille Methode
Wariables du plan 1 [Aucun) region province 3 par strate Echartillonns
Méthode re simpleic
[eilleldeliechantilan 2 (AueUm) district city 0.1 par strate  Echartilanng
Yariables destination re simpleiic
- Recapitulatit
B Eape2 [ ——— |V |
Yariables du plan Fichier . C:wemao.csplan
Méthode
Taille de M'echartilan Souhaitez-vous sjouter 'Stape 3 7
Wariahles destination @ i, sjouter 'étape 3 maintenant @) Mon, ne pas sjouter d'autre étape maintenart
. ' Recafaﬂulatlf Sélectionner cette option si le fichier de Sélectionnez cette option si les données de I'stape 3
Ajouter 'Stape 3 données de travail contient les données re sont pas encore disponibles ou i vatre plan ne
=8 ) Reéalizer un échantillon de 'étape 3. comporte que deux etapes,
Options de sélection
Fichiers de résultats

Exécution

[: Précédent][ Suwaﬂrﬁ: [ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Oui, ajouter I'étape 3 maintenant.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-21
Etape Variables de plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 3)

Assistant d'échantillonnage

Etape 3 Yariables du plan

Dans ce panel, vous pouver stratifier votre chantillon ou définir des classes. Wous pouvez également fournir une etiquette pour 'Stape qui sera
utilizée dans le résuttat.

Si des pondérations d'échantilonnage provenant d'une &tape précedente du plan d'échantilonnage existent, vous pouver vous en servir comme
entrée pour 'Stape en cours.

Biegnvenue

; “ariahles : Stratifier par :
L Bk &) Sous-divizion [zous-divizion]
Yariables du plan
hiéthoce

Taille de 'Echartilon

“Yariables destination

Récapitulatit

B Eape2
Yariables du plan

hiéthode

Taille de 'Echartilon

“Yariables destination
Récapitulatit

=8 <§> Etape 3

- P wariables du plan

hiéthode

Taille de 'Echartilon

Claszes

Etiquette d'étape |

@ = zection incompléte

[: Précédert ]

[ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez Sous-division comme variable de stratification.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a 1’étape Méthode d’échantillonage.

Cette structure de plan indique que des échantillons indépendants sont réalisés pour chaque
sous-division. Au cours de cette phase, les ménages sont tracés en tant qu’unité d’échantillonnage
principale a 1’aide de la méthode par défaut, 1’échantillonnage aléatoire simple.
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Figure 13-22
Etape Taille de I'échantillon de I'assistant d’échantillonnage (phase 3)

Assistant d'échantillonnage

Etape 3 : Taile de 'échantilon

Dans ce panel, vous pouvez indiguer le nombre ou la proportion d'unités & échantilonner & 'étape en cours. La taille de 'échartilon pewut étre fixe dans
l'ensemble des strates ou varier en fonction des différentes strates.
Si voug indiguez des tailes d'échantilon sous la forme de proportions, vous pouvez également définic le nombre minimal ou maximal dunités & créer,

¢ 1 Bienvenue
Yariables du plan

Méthods @ Waleur :

Taille de '&chartilon

“ariables destination

Recapitulatit

& Etape 2
Yariables du plan

© Valeurs inégales pour les strates ©

Méthode

Taille de '&chartilon
Wariables destination - | |
Recapitulatit

& Etape 3 MNombre I:I Mombre I:I

- Yarlables du plan minimal : maimal :

I Méthode

- I Taille de I'Echantilon
“ariables destination
Recapitulatit

B Résliser un échartillon

i Options de sélection

Fichists e résuttats
Exécution

© Lire les valeurs & partir de la variakle ©

[: Précédert ] [

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Proportions dans la liste déroulante Unités.
» Entrez la valeur 0,2 comme proportion d’unités a sélectionner au cours de cette phase.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Variables destination.
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Figure 13-23
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 3)

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 3 : Récapitulatit du plan

Eienvenue
Etape 1

Yariables du plan
hiéthode

Taille de 'Echartilon
“Yariables destination
Récapitulatit

Etape 2

Yariables du plan
hiéthode

Taille de 'Echartilon
“Yariables destination
Récapitulatit

Etape 3

Yariables du plan
Méthode

Taille de 'Echartilon
“ariables destination

- B Récapitulatif
Réalizer un échantilon

Options de sélection
Fichiers e résultsts

Exécution

Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage utilise jusgu'a présent. La prochaine étape consiste & definir des options pour réalizer votre chantillon.

Récapitulstif ;

Etape | Eticjuette: Strates Classes Taille higthocte

1 [Aucun) region province 3 par strate Ec:haritill
re simple’

2 [Aucurn) district city 0.1 par strate Ec:haritill
re simple

-
0 it i nn - Bl
1 e 3

Fichier : C:demo.csplan

[

[ Tetminer ” Annuler ” Ajde ]

» Consultez le plan d’échantillonnage, puis cliquez sur Suivant.
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Figure 13-24
Etape Réalisation de I’échantillon : Options de sélection de I'assistant d’échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Réalizer un échantillon ; Options de =élection

Dans ce panel, vous pouvez choizir de réalizer un échantilon. Wous pouver choisir les étapes & extraire et définir d'autres options d'echantilonnage,
telles que le générateur utilizé pour créer des nombres aléstaires.

: Bienvenue

EI Etape 1 Souhattez-vous réaliser un échartillon 7
“ariables du plan
Méthade @ Cui Etapes: |42 v
Taille ce Méchantilon
“ariahles destination o Lo
Récapitulatit

Bl  Etape2 Quel type de valeur de générateur souhaitez-vous utiliser 7

Yariables du plan i T
@ un nombre choisi de fagon aléatoire

Méthode S e
i B ) it Entrez une valeur de génerateur personnalizée si vous
Taille de '&chartilan © valeur personnalisée : [241372 souhattez reproduire Méchartilon utérisurement.
“ariahles destination
Récapitulatit i :
=8 Etape = || Inclure dans les obeervations de cadre d'echantillon contenant des valeurs

mancuantes utilissteur pour les variables de stratification ou de classificstion
Yariables du plan

Méthode || Les donnees de travail sont triees par variables de stratification (des donnees

) préalablement triges peuvent accelérer le tratement)
Taillz de 'échantillon

“Yariables destination

Récapitulatit

Bl Reéalizer un échartillon

; P Options de sélsction
Fichiers de résultats

Exécution

[< Précédent ] [Suwam =

Terminst ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez 1, 2 comme phases a échantillonner maintenant.

» Sélectionnez Valeur personnalisée comme type de générateur aléatoire a utiliser, puis entrez la
valeur 241972.

L’utilisation d’une valeur personnalisée vous permet de répliquer précisément les résultats de cet
exemple.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Réalisation de 1’échantillon : Fichiers de
résultats.
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Figure 13-25
Etape Fin de I'assistant d'échantillonnage

@ Assistant d'echantillonnage

Exécution de l'assistant d'@chantilonnage

“ous avez fourni toutes les informations nécessaires pour créer un plan d'échartilonnage et réalizer un echantillon.

Wous pouvez revenit & l'assistant d'échantilonnage utérieurement =i vous devez ajouter ou madifier des étapes. Une fois toutes les étapes
echartilonnées, vous pouvez utilizer le fichier de plan dans une procédure d'analyse d'échantilons complexes gquelcongue pour indigquer le mode de
réalization de 'Echantilon.

Bienvenue
Etape 1

Yariables du plan
Méthode

Taille de 'Echartilon
“ariables destination
Reécapitulatif

Etape 2

Yariables du plan
Méthode

Taille de 'Echartilon
“ariables destination
Reécapitulatif

Etape 3

Yariables du plan
Méthode

Taille de 'Echartilon
“ariables destination
Reécapitulatif

Réalizer un échantilon

Options de sélection
Fichiers e résultsts

- b Exécution

Glue voulez-vous faire ¥

@ Enregistrer Iz plan danzs un fichier de plan et résliser 'échantilon

© Coller s syrtaxe générée par M'assistant dans une fenétre de syntaxe

Pour fermer cet azsistant, cliguez sur Terminer .

) (o) (o)

» Cliquez sur Terminer.

Ces sélections permettent de générer le fichier de plan d’échantillonnage demo.csplan et de
réaliser un échantillon en fonction des deux premiéres phases de ce plan.
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Reésultats de I'échantillonnage

Figure 13-26
Editeur de données contenant les résultats de I'échantillonnage

. Sampledeig
region | province| district city | subdivision| unit Inclu.stlnnF'mb htCumulative
ahility_2_ 5

295 1 2 7 192 957 95671 0,10 50,00 s

296 1 2 7 192 957 95672 0,10 50,00 B
297 1 2 7 192 957 95673 0,10 50,00
295 1 2 7 192 957 95674 0,10 50,00
299 1 2 7 192 957 95675 0,10 50,00
300 1 2 7 192 957 95676 0,10 50,00
301 1 2 7 192 957 95677 0,10 50,00
302 1 2 7 192 957 95678 0,10 50,00
303 1 2 7 192 957 95679 0,10 50,00
304 1 2 7 192 957 95680 0,10 50,00
305 1 2 7 192 957 95681 0,10 50,00
306 1 2 g 219 1091 109001 0,10 50,00
307 1 2 g 219 1091 109002 0,10 50,00

308 1 2 g 219 1091 109003 0,10 50,00 =

<] ] D

Affichage des données Affichage des variables

SPSS Processeur prét

Vous pouvez visualiser les résultats de 1’échantillonnage dans I’éditeur de données. Cinq nouvelles
variables ont été enregistrées dans le fichier de travail. Ces variables représentent les probabilités
d’insertion et les pondérations cumulatives d’échantillonnage de chaque phase, ainsi que les
pondérations d’échantillonnage finales des deux premieres phases.

B Les villes contenant des valeurs pour ces variables ont été sélectionnées pour 1’échantillon.
m Les villes contenant des valeurs manquantes pour les variables n’ont pas été sélectionnées.
Pour chaque ville sélectionnée, la société a acquis des informations relatives aux sous-divisions

et aux ménages, et les a placées dans le fichier demo_cs_2.sav. Utilisez ce fichier et I’assistant
d’échantillonnage pour échantillonner la troisiéme phase de ce plan.

Utilisation de I'assistant pour effectuer un échantillonnage a partir du deuxiéme cadre
partiel

» Pour exécuter I’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes, sélectionnez dans le
menu 1’option suivante :
Analyse > Echantillons complexes > Sélectionner un échantillon...
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Figure 13-27
Etape Bienvenue de 'assistant d'échantillonnage

E Assistant d'échantillonnage

X]

Bienvenue danz 'sssistant d'Schantilonnage

Gl voulez-vous faire ¥

@ Concevoir un échantillon
Sélectionnez cette option si vous n'avez crée aucun

fichier de plan. Yous aurez la possikiité de réaliser
I'échantillon.

© Modifisr un plan d'échantilonnzge

Sélectionnez cette option si vous souhaitez sjouter,
=upprimer ou modifier les &tapes d'un plan existant.
“Yous aurez la pozzibilte de réslizer '"Schantilon.

@ Réalizer un échartillon

Sélectionnez cette option si vous dispozez déja d'un
fichier de plan et souhaitez réalizer un échantillon.

L'assiztant d'echantilonnage vous aide & concevoir et & sélectionner un échantillon complexe . Wos sélections seront enregistrées dans un fichier de
plan gue vous paurtez utiiser lars de 'analyae pour indiguer le mode d'échantilonnage des données.
“ous pouvez egalement utilizer 'assistant pour modifier un plan d'échantilonnage ou réalizer un échantillon en fonction d'un plan existant.

Fichier :

Fichier :

Fichizr

Farcourir...

Parcourir...

© |idemo.czplan Eﬁia “E ]

= Précédent

Terminst ﬁﬂiii ] A

» Sélectionnez Réaliser un échantillon, accédez a I’emplacement auquel vous avez enregistré le
fichier de plan, et sélectionnez le fichier de plan demo.csplan que vous avez créé.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-28
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 3)

-
ﬁ Assistant d'échantillonnage

Récapitulatit du plan

Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage. Indiguez les étapes déja réalizées qui ne doivent pas &tre reéchantillonnées.

Bienvenue Récapitulatit :
P Reécapitulatit cu plan Etape |E‘tiqueﬂe Strates Classes Taille |Méth0de
E‘ . Reslizer un echantilon 1 [ ALcLn) region province 3.0 par strate Echartillonneg
[ Options de sélection re simple (VY
BlChictSlcisulats 2 (Aucun) dlistrict ity 01 parstrate  Echartilanne
Exécution re simple (VY
3 [Aucun) Souz-division 0.2 par strate Echartillonng
re simple (W
T ————————

Fichier : C:\demo.csplan

Cuelles étapes ont déjd été échartillonnées 7

[: Précéderd]EMSu.i;éF& = Terminer ” Annuler ” Aide ]

» Sélectionnez 1, 2 comme phases déja échantillonnées.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-29
Etape Réalisation de I’échantillon : Options de sélection de I'assistant d’échantillonnage

"
Assistant d'échantillonnage

Réalizer un échantillon ; Options de sélection

Dans ce panel, vous pouver choizir les étapes a extraire et définir d'autres options d'echartilonnage, telles que le générateur utiizé pour créer des
nothkres aléstaires.

Bienvenue
Récapitulatit du plan Queles étapes souhatez-vous échantilonner 7
Reéslizer un échartillon

b b Options de s&lection Etapes :

Fichiers de résultats

Exécution Giel type de valeur de générateur souhsitez-vous utiiser 7

@ un niombre choizi de fagon aléatoire

e Ertrez une valeur de générateur personnalizée si vous
@ Waleur personnalizée © 4231946 i 5 g,l i 2 S
souhaitez reproduire 'chantilon ulterieurement.

Ei Inclure dans les observations de cadre d'échantillon contenant des valeurs
mancuantes utilissteur pour les variables de stratification ou de classificstion

[i Les données de travail sont tridges par varishles de stratification (des données
préalablement triges peuvent accélérer le tratement)

[: Précédert ][ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Valeur personnalisée comme type de générateur aléatoire a utiliser, puis entrez la
valeur 4231946.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Réalisation de I’échantillon : Fichiers de
résultats.
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Etape Fin de I'assistant d'échantillonnage

-
@ Assistant d'échantillonnage

Exécution de l'assistant d'@chantilonnage

réalization de 'Echantilon.

Bienvenue
Récapitulatit du plan
Réslizer un Echartillon

' Options de sélection
: : Fichiers de résultats
b Exéoution

“ous avez fourni toutes les informations nécessaires pour réalizer un echantillan.
Wous pouvez revenir & l'assistant d'échantilonnage utérieurement =i vous devez ajouter ou madifier des étapes. Une fois toutes les étapes
echartillonnées, vous pouvez utilizer le fichier de plan dans une procédure d'analyse d'échantilons complexes guelcongue pour indigquer le mode de

Glue voulez-vous faire 7

© Reéslizer un échantilon

@ Coller s syrtaxe générée par M'assistant dans une fenétre de syntaxe

Pour fermer cet azsistant, cliguez sur Terminet .

Aide

]

(e

» Sélectionnez Coller la syntaxe générée par I'assistant dans une fenétre de syntaxe.

» Cliquez sur Terminer.

La syntaxe suivante est générée :

* Assistant d'échantillonnage.

CSSELECT
/PLAN FILE='demo.csplan'
/CRITERIA STAGES 3 SEED
/CLASSMISSING EXCLUDE
/DATA RENAMEVARS
/PRINT SELECTION.

4231946

Dans ce cas, I’'impression du récapitulatif d’échantillonnage génére un tableau encombrant qui
provoque des problémes dans 1’éditeur de résultats. Pour désactiver I’affichage du récapitulatif
d’échantillonnage, remplacez SELECTION par CPS dans la sous-commande PRINT. Exécutez

ensuite la syntaxe dans la fenétre

de syntaxe.
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Ces sélections réalisent un échantillon en fonction de la troisiéme phase du plan d’échantillonnage
demo.csplan.

Reésultats de I'échantillonnage

Figure 13-31
Editeur de données contenant les résultats de I'échantillonnage
city | subdivision|  unit Inclu.efionF'rob Et??mufr:zg?\:g 1‘ b
ahility 2 2 |
14 190 945 94514 0,10 50,00 |
15 190 945 94515 0,10 50,00 -
16 190 945 94516 0,10 50,00
17 190 945 94517 0,10 50,00
18 190 945 94515 0,10 50,00
19 190 945 94519 0,10 50,00
20 190 945 94520 0,10 50,00
21 190 945 94521 0,10 50,00
22 190 945 94522 0,10 50,00
23 180 945 594523 0,10 80,00
24 180 945 594524 0,10 80,00
25 180 945 94525 0,10 80,00
26 180 945 594526 0,10 80,00
27 180 945 94827 0,10 80,00
25 190 945 94525 0,10 80,00
29 190 945 94529 0,10 80,00
30 190 945 94530 0,10 80,00 =
4] | [+

Affichage des données Affichage des variables

SPSS Proceszeur prét

Vous pouvez visualiser les résultats de 1’échantillonnage dans 1’éditeur de données. Trois
nouvelles variables ont été enregistrées dans le fichier de travail. Ces variables représentent les
probabilités d’insertion et les pondérations cumulatives d’échantillonnage de la troisiéme phase,
ainsi que les pondérations d’échantillonnage finales. Ces nouvelles pondérations prennent en
compte les pondérations calculées au cours de I’échantillonnage des deux premicres phases.

®  Les unités contenant des valeurs pour ces variables ont été sélectionnées pour 1’échantillon.

B Les unités contenant des valeurs manquantes par défaut pour les variables n’ont pas été
sélectionnées.

La société utilisera désormais ses ressources pour obtenir des informations d’enquéte pour les
unités de logement sélectionnées dans 1’échantillon. Une fois que ces enquétes sont disponibles,
vous pouvez traiter I’échantillon avec les procédures d’analyse d’échantillons complexes, a I’aide
du plan d’échantillonnage demo.csplan pour indiquer les spécifications d’échantillonnage.
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Echantillonnage avec probabhilité proportionnelle a Ia taille (PPS -
Probability proportional to size)

Des ¢élus étudiant un projet de loi devant I’assemblée 1égislative souhaitent savoir si ce projet est
populaire auprés des électeurs et déterminer le lien existant entre cette popularité et la répartition
démographique des électeurs. Les enquéteurs congoivent et ménent des entretiens en fonction
d’un plan d’échantillonnage complexe.

La liste des électeurs enregistrés est recueillie dans le fichier poll_cs.sav. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans /BM SPSS
Complex Samples 20. Utilisez ’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes pour
sélectionner un échantillon en vue d’une analyse ultérieure.

Utilisation de I'assistant

» Pour exécuter 1’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes, sélectionnez dans le
menu 1’option suivante :
Analyse > Echantillons complexes > Sélectionner un échantillon...
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Figure 13-32
Etape Bienvenue de 'assistant d'échantillonnage

E Assistant d'échantillonnage W

Bienvenue danz 'sssistant d'echantilonnage

L'assiztant d'echantilonnage vous aide & concevoir et & sélectionner un échantillon complexe. Wos sélections seront enregistrées dans un fichier de
plan gue vous pourtez utiiser lars de 'analyae pour indiguer le mode d'échantilonnage des données.
“ous pouvez egalement utilizer 'assistant pour modifier un plan d'échantilonnage ou réalizer un échantillon en fonction d'un plan existant.

e voulez-vous faire 7
® Concevoir un échantilon
Sélectionnez cette option =i vaus n'avez créé aucun S
N s Hxin i Fichier :  |ipoll csplan [ﬁiﬁ it ]
fichier de plan. Yous aurez la possibilité de réaliser

I'échantillon.

@ Modifisr un plan d'échantilonnzge

Sélectionnez cette option 2i vous souhaitez ajouter,
supprimer ou modifier les Stapes d'un plan existant. Fichiet : Parcauriv...
“Yous aurez la pozzibilté de réslizer '"Schantilon. -

@ Réalizer un échantillon

Sélectionnez cette option =i vous disposez déja d'un Fichisr

fichier de plan et souhaitez réalizer un échantillon. ESrsodticy

= Précedent

» Sélectionnez Concevoir un échantillon, accédez a I’emplacement auquel vous souhaitez enregistrer
le fichier, et saisissez poll.csplan comme nom du fichier de plan.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-33
Etape Variables de plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 1)

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 ; Yariables du plan

Dans ce panel, vous pouver stratifier votre chantillon ou définir des classes. Wous pouvez également fournir une etiquette pour 'Stape qui sera
utilizée dans le résuttat.

Si des pondérations d'échantilonnage provenant d'une &tape précedente du plan d'échantilonnage existent, vous pouvez vous en servir comme
entrée pour 'Stape en cours.

! Bienvenue Yariables : Stratifier par :
8 & Eape 1 & vater I [voteid] &b Courty [courty]
b B variables du plan

&5 Meighborhood [nbrhood]
héthode

Taille de 'Echartilon

& . Clagses :
&3 Taswnship [toswwen]

Saisir une pondération o' échartillon :

2 |

Etiguette d'étape : |

@ = zection incompléte

[: Précédent] [ Annuler ][ Aide ]

Sélectionnez Comté comme variable de stratification.
Sélectionnez Commune comme variable de grappe.

Cliquez sur Suivant.

Cette structure de plan indique que des échantillons indépendants sont réalisés pour chaque comté.
Au cours de cette étape, les communes sont tracées en tant qu’unité d’échantillonnage principale.
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Figure 13-34

Etape Méthode de I'assistant d’échantillonnage (phase 1)

Assistant d'échantillonnage

Etape 1 : Méthode d'échantilonnage

: Bienvenue
EI @ Etape 1
i Yariables du plan
P Méthooe
Taille de '&chartilon

&
ry

@ = zection incompléte

[: Précédert ]

Dans ce panel, vous pouvez choizir le mode de sélection d'eléments dans le fichier de données de travail. Si vous choisizzex une méthode
d'échantilonnage de probahkilté proportionnels & 1a taile (PPS), vous dever également indiguar une mesure de la taile (MOS).

Meéthode

Type: |pes -

® sans remise (PIDR
@ Avec remize R

[i Lttilizer une estimation YR pour 'analyse
Mesure de la taille (MO

(@] Lire & partir de ka variakle ;

e | |

@ Compter les enregistrements de données

[ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez PPS comme méthode d’échantillonnage.

» Sélectionnez Compter les enregistrements de données comme mesure de la taille.

» Cliquez sur Suivant.

Dans chaque comté, les communes sont tracées sans remplacement avec une probabilité
proportionnelle au nombre d’enregistrements pour chaque commune. Utiliser une méthode PPS
génere des probabilités d’échantillonnage conjointes pour les communes. Vous indiquerez
I’emplacement d’enregistrement de ces valeurs a 1’étape des fichiers résultats.
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Assistant d’échantillonnage des échantillons complexes

Etape Taille de I'échantillon de I'assistant d'échantillonnage (phase 1)

Assistant d'échantillonnage

Etape 1 : Taille de '&chantilon

Dans ce panel, vous pouvez indiguer le nombre ou la proportion d'unités & échantilonner & 'étape en cours. La taille de 'échartilon peut étre fice dans
I'ensemble des strates ou varier en fonction des différentes strates.

Si voug indiguez des tailes d'échantilon sous la forme de proportions, vous pouvez également definic le nombre minimal ou maximal dunités & créer,

: Bienvenue
B Etape 1 )
; o0
i “ariables du plan &4
Méthods i

P Taille de l'échantilon
“ariables destination
Recapitulatit

Mjouter 'Etape 2

=8 ) Realizer un échartillon

Options de sélection
Fichiers de résultats
Exécution

@ “Waleur :
La valeur de taille
='appligue & chague strate.

@ Waleurs indgalez pour les strates |

(@] Lire les valeurs & partir de la variable :

| |
Mombre Mombre
minimal ; maimal :

[: Précédert ]

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

Sélectionnez Proportions dans la liste déroulante Unités.

Tapez 0,3 comme valeur de la proportion de communes a sélectionner par comté au cours de

cette phase.

Les législateurs du comté Ouest signalent que leur comté contient moins de communes que les
autres. Pour garantir une représentation adéquate, ils souhaitent établir un minimum de trois

communes échantillonnées dans chaque comté.

Tapez 3 comme nombre minimal de communes a sélectionner et 5 comme nombre maximal.

Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Variables destination.
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Figure 13-36

Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 1)

ﬁ Assistant d'échantillonnage

Etape 1 ; Récapitulatit du plan

Bienvenue
Etape 1
i Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
: “ariables destination
i B Récapitulatit
Mjouter 'Etape 2
El-  Reéalizer un échartillon

Options de sélection
Fichiers de résultats
Exécution

Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage utilise jusgu'a présent. Wous pouvez ajouter une autre etape au plan.

Si voug choigizzez de ne pas ajouter d'étape suivante, la prochaine étape congiste & definir des options pour réalizer votre Schantillon.

Recapitulstif :

Etape | Etiquette Strates | Classes Taille | Methode

1 [Aucun) county toween 0.3 par strate PPSICR)
[ i ai————————. | * |

Fichier : ol csplan

Souhaitez-vous sjouter 'Stape 2 7

@ i, ajouter 'Stape 2 maintenant (%] Man, ne pas sjouter d'autre Stape maintenant
Sélectionner cette option si le fichier de Sélectionnez cette option si les données de |'stape 2
données de travail contient les données ne sont pas encore disponibles ou s votre plan ne
de l'étape 2. comporte qu'une seuls Stape.

(= Précésent | [{ Suvant =

[ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez Oui, ajouter I'étape 2 maintenant.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-37
Etape Variables de plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 2)

@ Assistant d'échantillonnage

Etape 2 Yariables du plan

Dans ce panel, vous pouver stratifier votre chantillon ou définir des classes. Wous pouvez également fournir une etiquette pour 'Stape qui sera
utilizée dans le résuttat.

Si des pondérations d'échantilonnage provenant d'une &tape préceédente du plan d'échantilonnage existent, vous pouver vous en servir comme
entrée pour 'Stape en cours.

Biegnvenue
EI Etape 1
Yariables du plan
hiéthode
Taille de 'Echartilon
“Yariables destination
Récapitulatit
=8 <§> Etape 2
- P wariables du plan
hiéthode
Taille de 'Echartilon

“ariahles : Stratifier par :
&5 Water ID [voteid] &5 Meighborhood [nbrhood]

Claszes

Etiquette d'étape |

@ = zection incompléte

[: Précédert ]

[ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez Voisinage comme variable de stratification.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a 1’étape Méthode d’échantillonage.

Cette structure de plan indique que des échantillons indépendants sont réalisés pour chaque
quartier des communes tracées au cours de la phase 1. Au cours de cette phase, les électeurs
sont tracés en tant qu’unité d’échantillonnage principale a 1’aide de la méthode Echantillonnage
aléatoire simple sans remplacement.
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Figure 13-38

Etape Taille de I'échantillon de I'assistant d’échantillonnage (phase 2)

Assistant d'échantillonnage

Etape 2 : Taille de '"&chantilon

: Bienvenue

EI Etape 1
Yariables du plan

Méthode

Taille de '&chartilon

“ariables destination

Recapitulatit

=3 Etape 2
Yariables du plan
Méthode

- I Taille de I'Echantilon
“ariables destination
Recapitulatit

Mjouter 'Etape 3

B~ Reéalizer un échartillon

Options de sélection
Fichiers de résultats

Exécution

Dans ce panel, vous pouvez indiguer le nombre ou la proportion d'unités & échantilonner & 'étape en cours. La taille de 'échartilon pewut étre fice dans
l'ensemble des strates ou varier en fonction des différentes strates.

Si voug indiguez des tailes d'échantilon sous la forme de proportions, vous pouvez également definic le nombre minimal ou maximal dunités & créer,

-]

@ Waleur
La waleur ce taile
=applique & chague strate.

@ “aleurs inégales pour les strates :

© Lire les valeurs & partir de la variable :

Momibre I:I MHombre l:l
minimal : mazimal ;

[: Précédert ] [

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Proportions dans la liste déroulante Unités.

» Entrez 0.2 comme valeur de la proportion d’unités a échantillonner dans chaque strate.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant a I’étape Variables destination.
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Figure 13-39
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant d’échantillonnage (phase 2)

ﬁ Assistant d'échantillonnage

Etape 2 ; Récapitulatit du plan
Ce panel récapitule le plan d'echantilonnage utilise jusgu'a présent. Wous pouvez ajouter une autre etape au plan.

Si voug choisizzez de ne pas ajouter d'étape suivante, la prochaine étape congiste & definir des options pour réalizer votre Schantillon.

Bienvenus Récapitulatif :
Etaneyl Etape |E‘tiqueﬂe Strates |Classes Taille Methode
- 1 Wariables du plan 1 [Aucun) courty town 0.3 par strate PPSWIOR
Méthode 2 [ALcurn nbrhood 0.2 par strate Echartillanng
Taille de 'échantilon re simpleii
“ariables destination
- Recapitulatit
B Etape2 S ——— 1
Yariables du plan Fichier : C:'poll caplan
Méthode
Taille de M'échantilon Souhaitez-vous sjouter 'Stape 3 7
Wariahles destination @ oui, sjouter M'étape 3 maintenant @ hon, ne pas sjouter d'autre étape maintenart
o4 Récafai‘tulatif Sélectionner cette option si le fichier de Sélectionnez cette option si les données de |'stape 3
Ajouter 'taps 3 données de travail contient les données re sont pas encore disponibles ou i vatre plan ne
Bl Reéslizer un échantilon de I'étape 3. comporte que deux Stapes.
i Options de sélection
Fichiers de résultats

Exécution

[: Précédent][ Suwaﬂrﬁ: [ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Consultez le plan d’échantillonnage, puis cliquez sur Suivant.
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Figure 13-40

Etape Réalisation de I’échantillon : Options de sélection de I'assistant d’échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

: Bienvenue
EI Etape 1
Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
“ariables destination
Recapitulatit
=3 Etape 2
Yariables du plan
Méthode
Taille de '&chartilon
“ariables destination
Recapitulatit
Mjouter 'Etape 3
Bl Reéalizer un échartillon
P Options de sélsction
Fichiers de résultats

Exécution

Réalizer un échantillon ; Options de =élection

Dans ce panel, vous pouvez choizir de réalizer un échantilon. Wous pouver choisir les étapes & extraire et définir d'autres options d'echantillonnage,
telles que le générateur utilizé pour créer des nombres aléstaires.

Souhsitez-vous réslizer un charntilon 7

© Mon

Guel type de valeur de générateur souhatez-vous utiliser 7

@ un niamire choisi de fagon sléstoire

= Ertrez une valeur de génératewr personnalizée sivous
@ valeur personnalisée @ 992004 g &

souhaitez reproduire 'echantilon ulterisurement.

[ Inclure dans les ohservations de cadre d'échartillon contenart des valeurs
manguantes wtlisateur pour les varisbles de stratification ou de classification

[7] Les données de travail sort triées par variables de stratification (des données
préalablement triges peuvent accélérer le tratement)

[: Précédert ] [

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Valeur personnalisée comme type de générateur aléatoire a utiliser, puis entrez la

valeur 592004.

L’utilisation d’une valeur personnalisée vous permet de répliquer précisément les résultats de cet

exemple.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-41
Etape Réalisation de I’échantillon : Options de sélection de I'assistant d’échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Réalizer un échantilon : Fichiers de résuttats

Dans ce panel, vous pouverz choizir l'emplacement o'enregistrement des données de résuttat d'échantillon. Yous dever enregistrer les ohzervations

échartilonnées dans un fichier externe =i 'Echantilonnage est effectué avec remplacement. Les obaervations sélectionnées sont enregistrées avec
les variahles si la destinstion est un nouveau fichier ou enzemble de données.

Le= probahbilités conjointes sont enregistrées si vous demandez un échantillonnage PPS zans remplacement. Elles sont nécessaires pour l'estimation
WOR des plans PPS.

Bienvenue
Etape 1 O souhaitez-vous enregistrer lex données d'échantilon 7
- Yariables du plan
Mathade © Ensemble de données actif
Taille de '"&chantilon @) Mouvel enzemble de données © |pall_cs_sample
“Yariables destination O
Récapitulatit Fichier externe :
B Eape2
- b Wariables du plan 0Ol souhsitez-vous enregistrer les probabiltés conjointes 7
hiéthode S
Taills de Méchartilon Fichier : \ipall_joirtprob sav | [Parcgurir... ] [Par défaut... ]
“Yariables destination

Récapitulatit [l Enredistrer les régles de sélection d'observation
Ajouter 'Stape 3
Bl Réalizer un échartillon
i Options de sélection
‘P Fichisrs de résuttats

Exécution

Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

[: Précédert ] [

Choisissez d’enregistrer I’échantillon dans un nouvel ensemble de données, puis saisissez
poll_cs_sample comme nom de I’ensemble de données.

Accédez a I’emplacement auquel vous souhaitez enregistrer les probabilités conjointes, et saisissez
poll_jointprob.sav comme nom du fichier de probabilités conjointes.

Cliquez sur Suivant.
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Figure 13-42
Etape Fin de I'assistant d'échantillonnage

@ Assistant d'échantillonnage

Exécution de l'assistant d'@chantilonnage

“ous avez fourni toutes les informations nécessaires pour créer un plan d'échartilonnage et réalizer un echantillon.
Wous pouvez revenit & l'assistant d'échantilonnage utérieurement =i vous devez ajouter ou madifier des étapes. Une fois toutes les étapes

echartilonnées, vous pouvez utilizer le fichier de plan dans une procédure d'analyse d'échantilons complexes guelcongue pour indigquer le mode de
réalization de I'Schantillon.

Bienvenue

B Etape 1
Yariables du plan

Méthode

Taille de 'Echartilon

Glue voulez-vous faire ¥

@ Enregistrer Iz plan dans un fichier de plan et réaliser I'Echantilon

variables destination © Coller s syrtaxe générée par M'assistant dans une fenétre de syntaxe
Reécapitulatif
B Eape2
Yariables du plan
Méthode
Taille de 'Echartilon
“ariables destination
Reécapitulatif
Ajouter 'Stape 3
B+ Résliser un échartillon
i Options de sélection
Fichiers de résultats
- P Exéoution

Pour fermer cet azsistant, cliguez sur Terminer .

[ Annuler ] [ Aide ]

» Cliquez sur Terminer.

Ces sélections générent le fichier de plan d’échantillonnage poll.csplan et réalisent un échantillon
en fonction de ce plan, enregistrent les résultats d’échantillonnage dans le nouveau fichier de
données poll _cs_sample et enregistrent le fichier de probabilités conjointes dans le fichier de
données externe poll_jointprob.sav.
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Figure 13-43
Récapitulatif du plan
Etape 1 Etape 2

Yariahles du Stratification County Meighborhood
plan Grappe Tawmiship
Informations  Méthode de sélection Echantillonnage Echantillonnage aléatoire
SUr PFE sans remise simple sans remise
I'échantillon  Mesure de |a taille

Proportion d'unités
MNombre minimurm d'unités
Mambre maximum dunités
Wariables créées ou

Ohtenu & partir
des données

modifiées

sur l'analyse

Informations Hypothéses de 'estimateur

Probakilité dinclusion

k!
3
a
Probabilité
Inclusion_1_
Pondération
Echantillon
Cumulée_1_

Echantillonnage
de probahilité
inégale sans
remise (a4 'aide
des probahilités
dinclusion jointes)

Ohtenu & partir de
la variahle
Probabilité
Inclusion_1_

Frobabilitélnclusion_2_

PondérationEchantillon
Cumulée_2_

Echantillonnage de
probabilité éoale sans
rerise

Ohtenu & partir de la
variahle
Frobabilitélnclusion_2_

Fichier de plan : Cipall.csplan

Variahle de pondération : PondérationEchantillon_Final_

Le tableau récapitulatif vous permet de passer en revue votre plan d’échantillonnage et de vous
assurer qu’il correspond a vos attentes.

Récapitulatif de I'échantillonnage

Figure 13-44
Récapitulatif

Mombre dunités
Echantillonnées

Proportion d'unités
&chantillonnées

County Ohligatoire Réel

Eastern
Central
Western
Maorthert
Southern

LM L) B

L e I

Ohligatoire Réel
30,0% 30,8%
30,0% 30,8%
30,0% 50,0%
30,0% 33,3%
20,0% A0,0%

Fichier de plan : Cipoll.csplan

Ce tableau récapitulatif vous permet de passer en revue la premiére phase de 1’échantillonnage et
de vérifier que celui-ci correspond au plan. Rappelez-vous que vous avez demandé un échantillon
de 30 % des communes par comté. Les proportions réelles échantillonnées sont proches de 30 %,
sauf dans les comtés Ouest et Sud. En effet, ces comtés ne contiennent que six communes chacun
et vous avez également indiqué qu’au moins trois communes doivent étre sélectionnées par comté.
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Figure 13-45
Récapitulatif
Maormbire dunités Proportion d'unités
échantillonnées échantillonnées

County Township  Meighborhood | Obligatoire Réel Obligataire Réel
Eastern 9 1 49 44 20,0% 19,9%
2 143 143 20,0% 20,0%
3 113 113 20,0% 20,0%
4 77 77 20,0% 20,0%
5 139 138 20,0% 20,0%
B 120 120 20,0% 20,0%
10 1 149 149 20,0% 20,1%
2 M7 17 20,0% 20,0%
3 116 116 20,0% 20,0%
4 64 B4 20,0% 19,9%
11 1 65 65 20,0% 19,9%
2 72 T2 20,0% 18,9%
3 109 108 20,0% 20,0%
4 140 140 20,0% 20,0%
5 42 42 20,0% 19,8%
B 142 142 20,0% 20,0%
12 1 145 145 20,0% 20,1%
2 649 649 20,0% 20,1%
3 ag 98 20,0% 20,1%
4 134 134 20,0% 20,0%
5 114 114 20,0% 20,0%
B 137 137 20,0% 19,9%
Central 2 1 119 119 20,0% 20,1%
2 1483 1483 20,0% 18,9%
3 1M 1M 20,0% 20,0%
4 52 52 20,0% 19,8%
g 144 144 20,0% 20,0%

Fichier de plan: Cipoll.csplan

Ce tableau récapitulatif (dont la partie supérieure apparait ici) vous permet de passer en revue
la deuxiéme phase de 1’échantillonnage. Il permet également de vérifier que 1’échantillonnage
correspond au plan. Conformément a vos critéres, environ 20 % des électeurs ont été
échantillonnés a partir de chaque quartier de chaque commune échantillonnée au cours de la
premicre phase.
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Reésultats de I'échantillonnage

Figure 13-46
Editeur de données contenant les résultats de I'échantillonnage

voteid | nbrhood | towen | county Inclu.efionF‘mb Et?lmuﬁ’llig?\:g Inclu.efionF'mb Eti)muﬂ’llig?\:g Sampl.e\-“u’eig
ahility_1_ 1 ahility_2_ 5 ht_Final_

376 365 4 9 1 044 226 020 11,28 1128 =

377 369 4 9 1 044 226 020 128 128 [

378 374 4 9 1 044 228 020 128 1128

379 376 4 9 1 044 228 020 128 1128

380 379 4 9 1 044 226 020 128 11,28

351 3580 4 9 1 044 226 020 11,28 11,28

3582 352 4 9 1 044 226 020 11,28 11,28

3583 13 5 9 1 044 226 020 11,26 11,26

3584 18 5 9 1 044 226 020 11,26 11,26

3585 23 5 9 1 044 226 020 11,26 11,26

386 35 5 9 1 044 225 020 126 11,26

3587 35 5 9 1 044 228 020 126 11,26

3588 40 5 9 1 044 228 020 126 1126

389 41 5 9 1 044 228 020 126 1126

350 43 5 9 1 044 226 020 126 M6 [+
<] G | D]

Affichage des données Affichage des variables

SPSS Processeur prét

Vous pouvez visualiser les résultats de 1’échantillonnage dans le nouveau fichier de données. Cing
nouvelles variables ont été enregistrées dans le fichier de travail. Ces variables représentent les
probabilités d’insertion et les pondérations cumulatives d’échantillonnage de chaque phase, ainsi
que les pondérations d’échantillonnage finales. Les électeurs n’ayant pas été sélectionnés dans
I’échantillon sont exclus de ce fichier de données.

Les pondérations d’échantillonnage finales sont identiques pour les électeurs situés dans le
méme quartier car elles sont sélectionnées en fonction d’une méthode d’échantillonnage aléatoire
simple dans les quartiers. Cependant, elles sont différentes a travers les quartiers situés dans la
méme commune car les proportions échantillonnées ne sont pas exactement égales a 20 % dans
tous les quartiers.
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Figure 13-47
Editeur de données contenant les résultats de I'échantillonnage

voteid | nbrhood | towen | county Inclu.efionF‘mb Et?lmuﬁ’llig?\:g Inclu.efionF'mb Eti)muﬂ’llig?\:g Sampl.e\-“u’eig
ahility_1_ 1 ahility_2_ 5 ht_Final_
635 977 G 9 1 044 226 020 11,30 1130 |=
636 578 5 9 1 044 226 020 11,30 11,30 E
637 552 5 9 1 044 228 020 11,30 11,30 |
B35 590 5 9 1 044 228 020 11,30 11,30
539 594 5 9 1 044 226 020 11,30 11,30
640 597 3 9 1 044 226 020 11,30 11,30
641 600 3 9 1 044 226 020 11,30 11,30
642 4 1 10 1 031 3,21 020 16,00 16,00
643 5 1 10 1 031 3,21 020 16,00 16,00
644 a 1 10 1 03 3,21 020 16,00 16,00
645 10 1 10 1 031 3,21 020 16,00 16,00
646 12 1 10 1 031 3,21 020 16,00 16,00
B47 16 1 10 1 031 3,21 020 16,00 16,00
648 17 1 10 1 031 3,21 020 16,00 16,00
649 149 1 10 1 031 3,21 020 16,00 1600 [+
q] i [ [»]

Affiohage des données | Affichage des variaies ||

| |SPSS Processeur prét| | | | |

Contrairement aux électeurs de la seconde phase, les pondérations d’échantillonnage de la
premiére phase ne sont pas identiques pour les communes au sein du méme comté car elles sont
sélectionnées avec probabilité proportionnelle a la taille.
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Figure 13-48
Fichier de probabilités jointes
Sy town ‘ Unit_No_ Joint_Prob_|Joint_Prob_|Joint_Prob_| Joint_Prob_ JDint_F'rDb_‘
1 2 3 4 =N

1 1 10 1 0,31 0,10 0,11 0,12 L
2 1 " 2 0,10 0,39 0,15 0,16
3 1 9 3 0,11 0,15 0,44 0,21
4 1 12 4 012 0,16 0,21 0,48
5 2 12 1 022 0,04 0,07 0,08
& 2 B 2 0,04 0,23 0,07 0,08 .
7 2 7 3 007 007 0,41 0,19 M
g 2 2 4 0,08 0,08 0,19 0,45
4 3 (3 1 058 0,31 032
10 3 g 2 0,31 051 0,36
11 3 4 g 0,32 0,36 063 . .
12 4 14 1 0,26 0,06 0,06 0,07 0,09
13 4 g 2 0,06 0,29 0,07 0,08 0,10
14 4 4 5 0,06 007 0,29 0,08 0,10
15 4 2 4 007 0,058 0,08 0,33 01z
16 4 13 5 0,09 0,10 0,10 0,12 043
17 5 3 1 074 025 027
18 5 2 025 0,41 0,13 . .
19 5 3 027 0,13 0,43 . =

1] | DN

Affichage des données Affichage des variables

SPSS Processeur prét

Le fichier poll jointprob.sav contient les probabilités jointes de premier degré correspondant aux
communes sélectionnées dans des comtés. Comté est une variable de stratification de premier
degré et Commune est une variable de classe. Les combinaisons de ces variables identifient

les unités de sondage du premier degré de maniere unique. Unité No_ intitule les unités de
sondage du premier degré de chaque strate et est utilisé pour correspondre a Prob_Joint 1
Prob_Joint 2 _, Prob_Joint 3_, Prob_Joint 4_ et Prob_Joint 5 . Les deux premicres strates
ont chacune 4 unités de sondage du premier degré. C’est pourquoi les matrices de probabilités
d’inclusions jointes sont de 4x4 pour ces strates et la colonne Prob_Joint 5 est vide pour ces
lignes. De méme, les dimensions des matrices de probabilités d’inclusions jointes des strates 3 et
5 sont de 3x3 et celles de la strate 4 sont de 5x5.

En parcourant les valeurs des matrices de probabilités d’inclusions jointes, vous pouvez
constater qu’un fichier de probabilités jointes est nécessaire. Si vous n’utilisez pas la méthode
d’échantillonnage PPS WOR, les sélections d’unités de sondage du premier degré se font
indépendamment les unes des autres et leur probabilité d’inclusion jointe est simplement le produit
de leurs probabilités d’inclusion. En revanche, la probabilité¢ d’inclusion jointe des communes 9
et 10 du comté 1 est d’environ 0,11 (reportez-vous a la premiére observation de Prob_Joint 3 _
ou a la troisiéme observation de Prob_Joint 1 ) ou inférieure au produit de leur probabilité
d’inclusion (le produit de la premiére observation de Prob_Joint I et de la troisiéme observation
de Prob_Joint 3 est 0,31x0,44 = 0,1364).



148

Chapitre 13

Les enquéteurs vont a présent mener des entretiens pour 1’échantillon sélectionné. Une
fois les résultats disponibles, vous pouvez traiter 1’échantillon avec les procédures d’analyse
d’échantillons complexes, a I’aide du plan d’échantillonnage poll.csplan pour indiquer les
spécifications d’échantillonnage et du fichier poll jointprob.sav pour indiquer les probabilités
d’inclusion jointes nécessaires.

Procédures apparentées

L’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes vous permet de créer un fichier de plan
d’échantillonnage et de réaliser un échantillon.

®  Pour préparer un échantillon pour une analyse lorsque vous ne pouvez pas accéder au fichier
de plan d’échantillonnage, utilisez 1’ Assistant de préparation d’analyse.
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Assistant de préparation d'analyse
des echantillons complexes

L’assistant de préparation d’analyse vous guide dans la création ou la modification d’un plan
d’analyse a utiliser avec les diverses procédures d’analyse des échantillons complexes. Il est plus
particuliérement utile lorsque vous ne pouvez pas accéder au fichier de plan d’échantillonnage
utilisé pour réaliser 1’échantillon.

Utilisation de I'assistant de préparation d'analyse des échantillons
complexes pour préparer les données publiques du NHIS (National
Health Interview Survey)

Le NHIS (National Health Interview Survey) est une enquéte de grande envergure concernant la
population des Etats-Unis. Des entretiens ont lieu avec un échantillon de ménages représentatifs
de la population américaine. Des informations démographiques et des observations sur ’état de
santé et le comportement sanitaire sont recueillies auprés des membres de chaque ménage.

Une partie de ’enquéte 2000 se trouve dans le fichier nhis2000_subset.sav. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans /BM SPSS
Complex Samples 20. Utilisez 1’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes
pour créer un plan d’analyse pour ce fichier de données afin qu’il soit traité par les procédures
d’analyse d’échantillons complexes.

Utilisation de I'assistant

» Pour préparer un échantillon a I’aide de 1’assistant de préparation d’analyse des échantillons
complexes, sélectionnez dans le menu 1’option suivante :
Analyse > Echantillons complexes > Préparer pour I'analyse...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 149
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Figure 14-1
Etape Bienvenue de I'assistant de préparation d’analyse

Assistant de préparation d'analyse

Bienvenue dans I'assistant de préparation d'analyse

L'azzizstant de préparation d'analyse vous permet de décrire votre dchantilon complexe et de choisir une méthode d'estimation. Yous serez invité & fournir les pondérations
d'échartillon et autres informations nécessaires pour l'estimation précise des erreurs standard.

Yoz =élections zeront enregistrées dans un fichier de plan gue vous pourrez utilizer dans l'une des procédures d'analyse de l'option Echantilons complexes.

Gue voulez-vous faire 7

® créer un fichier de plan

Sélectionnez cette option si vous dispozez de i -
Fichier s ]
données d'échantillon, mais que Yous navez 2 [ihis 20008 s0bsetiessplan | Parcourir...

créé aucun fichier de plan

© Modifier un fichier de plan

Sélectionnez cette option si vous souhatez
ajouter, supprimer ou modifier les étapes d'un
plan existant.

& Sivous disposez déjg dun fichier de plan, vous pouvez ignorer 'assistant de préparation d'analyse et accéder directement
t‘__ 4 l'une des procédures d'analyse de l'option Echantilons complexes pour analyser votre échantillon.

» Accédez a emplacement auquel vous souhaitez enregistrer le fichier de plan et saisissez
nhis2000_subset.csaplan comme nom du fichier de plan d’analyse.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 14-2

Assistant de préparation d’'analyse des échantillons complexes

Etape Variables de plan de I'assistant de préparation d’analyse (phase 1)

[H Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Wariables du plan

étape.

Danz ce panel, vous pouvez sélectionner des variables définizsant des strates ou des claszes. Une variable de pondération d'échantillon doit &tre sélectionnée & la premiére

Wous pouvez également fournir une étiguette pour 1étape qui zera utiisée danz le résultat.

Bienvenue

Etape 1

- b varisbles du plan
Méthode d'estimation
Récapitulatif

----- Exécution

Wariables : Strates

& Sexe [SEX] & Strate pour l'estimstion de la vatiance [STRATIM]
& age [ACE_P)

& Région [REGION]

f Frég Fumeur: Tous les jours/oly jours...
f Witamineminérale suppléments-12 de...
f Prise de multi vitamines lors des 12 d... Classes .
f Prize de compléments homéopathiu...
f Frég activitd phyzique (nb fois par se...
& Frén activité madéré (nb de foiz par -
f Frég activité intenze (nb de foiz par =...
& Poids tésiré [DESIRENT]

f Activitd gquotidienne, déplacement [h.

o Fondération déchartillon :
f Activité quotidienne, Lever § Porter [LI...

| f Poids - Annuel final [WTFA_SA]
f Catégoriz d'ége [age_cat]

f PSU pour 'estimation de s variance [PSL]

Etiquette d'étape : | |

[< Précédent][ Suivant = ]l Terminer |[ Annuler ][ Aide ]

Les données sont obtenues en utilisant un échantillon complexe a plusieurs phases. Cependant,
pour les utilisateurs finals, les variables de plan NHIS d’origine ont été remplacées par un

ensemble simplifié de variables de plan et de pondération dont les résultats sont proches de
ceux des structures de plan d’origine.

Sélectionnez Strate d’estimation de la variance comme variable de strate.

Sélectionnez Unité de sondage du premier degré pour [’estimation de la variance comme variable

de grappe.

Sélectionnez Pondération — Annuelle finale comme variable de pondération d’échantillon.

Cliquez sur Terminer.
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Récapitulatif

Figure 14-3

Récapitulatif

Etape 1
Yariables du plan Stratification 1 Strate pour 'estimation
de lavarian:ze
Grappe 1 PSU pour I'estimation de

lawariance
Infarmations sur l'analyse  Hypothéses de 'estimateur
Echantillonnage avec
remise

Fichier de plan : Gnhis2000_subsetcsaplan
Wariable de pandéyatian 1 Paids - Annuel final
Estimateur SRS : Echantillonnage sans remplacement

Le tableau récapitulatif vous permet de passer en revue votre plan d’analyse. Le plan est composé
d’une étape comprenant une variable de stratification et une variable de grappe. Une estimation
avec remplacement est utilisée et le plan est enregistré dans le fichier c.\nhis2000 subset.csaplan.
Vous pouvez utiliser ce fichier de plan pour traiter le fichier nhis2000_subset.sav avec les
procédures d’analyse d’échantillons complexes.

Préparation d’'une analyse lorsque les pondérations d’échantillonnage
ne figurent pas dans le fichier de données

Un responsable des préts dispose des dossiers de ses clients, tenus selon un plan d’échantillonnage
complexe. Toutefois, les pondérations d’échantillonnage ne sont pas incluses dans le fichier. Ces
informations sont stockées dans le fichier bankloan_cs _noweights.sav. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples
20. En commengant par appliquer les connaissances qu’elle a du plan d’échantillonnage, la
responsable souhaite utiliser 1’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes.
L’objectif est de créer un plan d’analyse pour le fichier de données, afin qu’il puisse étre traité par
les procédures d’analyse d’échantillons complexes.

La responsable des préts sait que les dossiers ont été sélectionnés en deux étapes.
15 succursales sur 100 sont sélectionnées a probabilité égale et sans remplacement a la premiére
étape. Cent clients de chaque succursale ont ensuite été sélectionnés a probabilité égale et
sans remplacement a la seconde étape. Les informations relatives au nombre de clients de
chaque agence sont ajoutées au fichier de données. La premiére étape de la création d’un plan
d’analyse consiste a calculer les probabilités d’inclusion a chaque étape et les pondérations
d’échantillonnage finales.

Calcul des probabilités d’inclusion et des pondérations d’échantillonnage

» Pour calculer les probabilités d’inclusion de la premicre étape, dans les différents menus,

sélectionnez les éléments suivants :
Transformer > Calculer la variable...
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Assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes

Figure 14-4
Boite de dialogue Calculer la variable

E Calculer la variable

Wariakle cible ; Expression numericue :
| = 015

|inu:|prob_s1

Type et éiguette. ..

&b Activité [branch] y
‘gﬁ Mombre de clierts [nou...

Groupe de fonctions :

&5 D Clisnt [customer]
& Age en années [age] ;Dr::métique I
g ::Z?:n:;s;zitinl,[:r:]“ Fonction de distribution curmul
f Mb d'années & ladress.. B B EomerSioy

‘gﬁ Revenu du foyer en mil.. Esteicuclectiele i
& Ratio Débit/Crédit (x10... @ E Q K1 I—
&7 Débit carte de crédt ... B B Fonctions et variables spéciales :
gﬁ Autre dette en milliers ... i 1+

&) Arntécédent découvert ...

{condition facutative de sélection de l'observation)

K | [ Coller ] [Réinﬂialiser ] [ Annuler ] [ Ajde ]

Quinze succursales sur cent ont été sélectionnées sans remplacement a la premicre étape. Par
conséquent, la probabilité de sélection d’une agence est de 15/100 = 0,15.

Entrez la variable cible inclprob_s1.
Entrez I’expression numérique 0,15.

Cliquez sur OK.
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vV v v Vv

Figure 14-5

Boite de dialogue Calculer la variable

E Calculer la variable

X

Wariable cible :

|inclprob_32

Type et Aigquette...

&b Activité [aranch]
&5 D Client [customer]

& Age en années [age]
ol Miveau déducation [ed]

.f inclprob_s1

‘gﬁ Mombre de clierts [nou...

f Mb d'années avec 'em...
f Mb d'années & ladress..
‘gﬁ Revenu du foyver en mil...
& Ratio Débit/Crédit (x10...
f Débit carte de crédt e...

gﬁ Autre dette en milliers ...

&) Arntécédent découvert ...

Expression numericue :

100incust

BBBI
EE®
DEBE

EE00E
DELEE
EELEE

1]

P
=
=

=

Groupe de fonctions :

(condition facultative de sélection de l'ohservation)

Tous
Arithmetigque I
Fonction de distribution curmul
Conversion

DateHeure actuelle -
4 _ 3

Fonctions et variables spéciales

Ok

I [ Caller ] [Réinﬂialiser ] [ Annuler ] [

Aide

J

Cent clients de chaque succursale ont été sélectionnés a la seconde étape. Par conséquent, la
probabilité d’inclusion de cette étape pour un client d’une banque est de 100/le nombre de clients

de cette banque.

Rappelez la boite de dialogue Calculer la variable.

Entrez la variable cible inclprob_s2.

Entrez I’expression numérique 100/ncust.

Cliquez sur OK.
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Figure 14-6
Boite de dialogue Calculer la variable
ECalculer la variahle
Wariakle cible ; Expression numericue :
|finalweigh't | £ Ainciprab_s1 * inclprob_s2)

Type et éiguette. ..

&b Activité [aranch] 4
‘gﬁ Mombre de clierts [nou...

Groupe de fonctions :

&5 D Client [customer]
q Tous
& Age en années [age] . o l
ol Miveau déducation [ed] Arithmetioue
. a . Fonction de distribution cumul
f Mk d'années avec l'em... )
f Mb d'années & ladress.. Eonersion
. DateHeure actuelle -
‘gﬁ Revenu du foyver en mil... ? 5

& Ratio Débit/Crédit (x10...
f Débit carte de crédt e...

gﬁ Autre dette en milliers ...

&) Arntécédent découvert ...
.f inclprob_s1

‘gﬁ inclprob_s2

Fonctions et variables spéciales

| (condition facultative de sélection de l'ohservation)

oK |[ Coller _][Eé_initialiser][ Annuler ][ Aidle ]

Maintenant que vous disposez des probabilités d’inclusion de chaque étape, il est facile de calculer
les pondérations d’échantillonnage finales.

» Rappelez la boite de dialogue Calculer la variable.
» Entrez la variable cible finalweight.
» Entrez I’expression numérique 1/(inclprob_s1 * inclprob_s2).

» Cliquez sur OK.

Vous étes désormais prét a créer le plan d’analyse.

Utilisation de I'assistant

» Pour préparer un échantillon a I’aide de 1’assistant de préparation d’analyse des échantillons
complexes, sélectionnez dans le menu 1’option suivante :
Analyse > Echantillons complexes > Préparer pour I'analyse...
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Figure 14-7
Etape Bienvenue de I'assistant de préparation d’analyse

[ Assistant de préparation d'analyse

Bienvenue dans I'assistant de préparation d'analyse

L'azzizstant de préparation d'analyse vous permet de décrire votre échantilon complexe et de choisir une méthode d'estimation. Yous serez invité & fournir les pondérations
d'échartillon et autres informations nécessaires pour l'estimation précise des erreurs standard.

Yoz =élections zeront enregistrées dans un fichier de plan gue vous pourrez utilizer dans l'une des procédures d'analyse de l'option Echantilons complexes.

Gue voulez-vous faire 7

® créer un fichier de plan

Sélectionnez cette option si vous dispozez de i T
x , Fichier | hankloan csaplan | i
données d'échantilon, mais que Yous Navez g B {Parzourir. |

créé aucun fichier de plan

© Modifier un fichier de plan

Sélectionnez cette option si vous souhatez
ajouter, supprimer ou modifier les étapes d'un
plan existant.

& Sivous disposez déjg dun fichier de plan, vous pouvez ignorer 'assistant de préparation d'analyse et accéder directement
:! 4 l'une des procédures d'analyse de l'option Echantilons complexes pour analyser votre échantillon.

» Accédez a emplacement auquel vous souhaitez enregistrer le fichier de plan et saisissez
bankloan.csaplan comme nom du fichier de plan d’analyse.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 14-8
Etape Variables de plan de I'assistant de préparation d’analyse (phase 1)

hssistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Wariables du plan

Danz ce panel, vous pouvez sélectionner des variables définizsant des strates ou des claszes. Une variable de pondération d'échantillon doit tre sélectionnée & la premiére
étape.

Wous pouvez également fournir une étiquette pour 1étape qui zera utiisée danz le résultat.

Bienvenue

Wariables : Strates
Etapell & Mombre de clients [noust]
= B warisbles du plan &) D Client [customer]
Mt'éthode d'estimation & Age en annies [age] -
T . ReF:apnuIatif ,{I Miveau d'éducation [ed]
""" Exectiion f Mb d'années avec l'employveur actuel ...
& Mb d'années & l'adresse actuelle [add... Classes
f Revenu du foyver en miliers de § [inc.. &) Activité [oranch]
& Ratio DEbRCrédit (:100) [cebting]
‘& Déhit carte de crédit en miliers de § [ -
f Autre dette en miliers de § [othdebt]

&b Antécéent découvert [defaut]

& inclprob_s1 Fondération déchantillon :
& inciprob_s2 |f finalweeight

Etiquette d'étape : | |

[< Précédent]lé Suivant = |[ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez la variable de grappe Branche.
» Sélectionnez la variable de pondération d’échantillonnage finalweight.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 14-9

Etape Méthode d’estimation de I'assistant de préparation d’analyse (phase 1)

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Méthode d'estimation

----- Biervenue

@ Etape 1
fr=m Wariables du plan
- P méthode destimeation
fr= Taille

@ = zection incompléte

Danz ce panel, vous sélectionnez une méthode pour estimer les erreurs standard.

La méthode d'estimation dépend des hypothéses relstives au mode de réalization de I'&chantillon

Lequel de=s planzs d'échantillon suivants doit &tre priz en compte dans l'estimation 7

@ W (échantilonnage avec remplacement)

Sivous choisizzez cette option, vous ne pourrez pas sjouter d'étapes. Les étapes d'échantilon qui suivent 'Stape en
cours seront ignorées lors de l'analyse des données.

“

@ WOR égal (échantilonnage de probabilté égale sans remplacement)

Le panel suivant vous invitera & indiguer des probabiltés dincluzion ou des tailes de populstion.

©) WOR inégal (échartilonnage de probahilté inégale sans remplacement)

De= probabiltés conjointes zeront requizes pour analyzer les données d'échantillon. Cette option n'est disponible que dans
I'étape 1.

» Sélectionnez la méthode d’estimation de la premicre étape, WOR égal.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 14-10
Etape Taille de I'assistant de préparation d’analyse (phase 1)

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Taille

Danz ce panel, vous indiquez les probabiltés dinclusion ou le= tailles de population de 'étape en cours.

Wous pouvez fournir une taille fixe pour l'ensemble des strates ou indiguer des tailles pour chague strate.

Bienvenue Wariahles :
Etape 1 & Nombre de clierts [noust] Unités © |Probabiltés dincluzsion +
e b Wariables du plan &)3 D Cliertt [customer]

i b Méthode d'estimation é) Sge en années [age] © waleur :

- Talle ol Mivesu dréaucation [2d]

""" ) Reca'prtulatlf ‘@) Mb dannées avec l'emploveur actuel [empl...
Ajouter Ietape 2 & Mh dannées & l'adresse actuelle [address]
Exécution

& Revenu du foyer en milliers de § [income]
& Ratio DébtCrédit (x100) [debtine]

& Déhit carte de crédit en milliers de  [credd... © Lire les valeurs & partir de la variable :
‘@) Atre dette en miliers de § [othdebt]

&b Antécédent découvert [detaul]
‘@) inclprob_s2

[< Précédent]lé Suivant = |[ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Choisissez Lire les valeurs a partir de la variable, puis sélectionnez inclprob_sI en tant que variable
contenant les probabilités d’inclusion de la premiére étape.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 14-11
Etape Récapitulatif du plan de I'assistant de préparation d'analyse (phase 1)

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Récapitulatit du plan

Ce panel récapitule le plan utilizé jusqu'a présent. Vous pouvez sjouter une autre &tape au plan.

Si vous choisiszez de ne pas ajouter d'étape, le prochain panel est le panel Exécution.

Bienvenue Récapitulatif :

Etape 1 Etape |E‘tiqueﬂe |Strates Classes Pondérations |Taille |Méth0de
e b Wariables du plan 1 [Aucun) hranch finalweight  (Lire depuis in WOR égal
= Méthade d'estimation clprob_s1)
= Taille

----- P Récaptulatit
Ajouter 'Etape 2
Exécution

Fichier : C:'bankloan.csaplan

Souhaitez-vous ajouter 'tape 2 7

@ Oui, sjouter 'Etape 2 maintenant ] Man, ne pas sjouter d'autre étape maintenant
Choisizzez cefte option =i I'4chantilon contient une Sélectionnez cette option =l s'agit de la derniére étape de
autre étape. I'&chantillon.

» Sélectionnez Oui, ajouter I'étape 2 maintenant.

» Cliquez sur Suivant, puis de nouveau sur Suivant & I’étape Variables de plan.
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Figure 14-12
Etape Méthode d’estimation de I'assistant de préparation d’analyse (phase 2)

hssistant de préparation d'analyse

Etape 2 : Méthode d'estimation

Danz ce panel, vous sélectionnez une méthode pour estimer les erreurs standard.

La méthode d'estimation dépend des hypothéses relstives au mode de réalization de I'&chantillon

Biervenue
Etape 1 Lequel de= planzs d'échantillon suivants doit &re priz en compte dans l'estimation 7
Wariables du plan
Méthode d'estimation © WR (échartilonnage avec remplacement)
Té'lle ) Sivous choisissez cette option, vous ne pourrez pas sjouter d'étapes. Les étapes d'échantilon gqui suivent 'étape en
Recaptulatif cours seront ignorées lors de l'analyse des données.
=3 @ Etape 2

Wariables du plan
P Méthode destimation

Taille @ WOR égal (échantilonnage de probabilté égale sans remplacement)

Le panel suivant vous invitera & indigquer des probabiltés dincluzion ou des tailes de population.

@ = zection incompléte

» Sélectionnez la méthode d’estimation de la seconde étape, WOR égal.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 14-13
Etape Taille de I'assistant de préparation d’analyse (phase 2)

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 2 Taille

Danz ce panel, vous indiquez les probabilités dinclusion ou le= tailles de population de 'Stape en cours.

Wous pouvez fournir une taille fixe pour l'ensemble des strates ou indiguer des tailles pour chague strate.

Bienvenue
=8 Etape 1
Wariables du plan
Wéthode d'estimation

Wariables :
& Mombre de clients [ncust]
&5 ID Cliert [customer]

Unités : |Probabilités dinclusion =

& Age en années [age]

© waleur :

Talle ol Hivesu déducation [ed]
Récapitulstit f Mb dannées avec l'emploveur actuel [empl...
B Etape2 & Mb dannées & ladresse actuelle [address) © wvaleurs inégales pour les strates -

Wariables du plan
Méthode d'estimation

f Revenu du foyer en milliers de § [income]
& Ratio DEbtCrédit (x100) [debtine]

= b Taille & Déhit carte de crédit en miliers de § [credd... @ Lire les valeurs & partir de la variakle :
 Recaptulatit & e dette en miliers de § [othdekt] & inclorak_s2
SR LR &b Antécédert découvert [defaull]
Exécution

[< Précédent]lé Suivant = |[ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

» Choisissez Lire les valeurs a partir de la variable, puis sélectionnez inclprob _s2 en tant que variable
contenant les probabilités d’inclusion de la seconde étape.

» Cliquez sur Terminer.

Récapitulatif
Figure 14-14
Récapitulatif
Etape 1 Etape 2
Variahles du plan Grappe 1| Activité
Informations sur l'analyse  Hypothéses de Echantillonnage de

Echantillonnage de probahilité

I'estimateur . .
agale sans remise

probahilité égale sans
remise

Ohtenu & partir de la
vatiable inclprob_s1

Probahilité dinclusion Ohtenu & partir de la variable

inclprob_s2

Fichier de plan : Clhankloan.csaplan
Wariahle de pondération : finakweight
Estimateur SRS ; Echantillonnage sans remplacement

Le tableau récapitulatif vous permet de passer en revue votre plan d’analyse. Le plan comprend
deux étapes et inclut la définition d’une variable de grappe. L’estimation a probabilité égale et
sans remplacement est utilisée. Le plan est enregistré dans le fichier c.\bankloan.csaplan. Vous
pouvez désormais utiliser ce fichier pour traiter le fichier bankloan_noweights.sav (qui comporte
les probabilités d’inclusion et les pondérations d’échantillonnage calculées) via les procédures
d’analyse d’échantillons complexes.
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Procédures apparentées

L’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes permet de préparer un échantillon
pour une analyse lorsque vous ne pouvez pas accéder au fichier de plan d’échantillonnage.

®  Pour créer un fichier de plan d’échantillonnage et réaliser un échantillon, utilisez 1’ Assistant
d’échantillonnage.



Chapitre

Echantillons complexes - Frequences

La procédure Echantillons complexes - Fréquences géneére les tableaux de fréquences des
variables sélectionnées et affiche des statistiques univariées. Vous pouvez éventuellement classer
les statistiques par sous-groupes, définis par une ou plusieurs variables qualitatives.

Utilisation d’Echantillons complexes - Fréquences pour analyser
I'utilisation des compléments nutritionnels

Un chercheur veut étudier I'utilisation des compléments nutritionnels chez les Américains a
I’aide des résultats du NHIS (National Health Interview Survey) et d’un plan d’analyse existant.
Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Utilisation de 1’assistant de préparation
d’analyse des échantillons complexes pour préparer les données publiques du NHIS (National
Health Interview Survey) dans le chapitre 14 sur p. 149.

Une partie de I’enquéte 2000 se trouve dans le fichier nhis2000_subset.sav. Le plan d’analyse
est stocké dans le fichier nhis2000_subset.csaplan. Pour plus d'informations, reportez-vous
a la section Fichiers d’exemple dans l'annexe A dans /BM SPSS Complex Samples 20. Utilisez
la procédure Echantillons complexes - Fréquences pour générer les statistiques relatives a
I’utilisation des compléments nutritionnels.

Exécution de I'analyse

» Pour exécuter une analyse Echantillons complexes - Fréquences, sélectionnez dans le menu
I’option suivante :
Analyse > Echantillonnage > Fréquences

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 164
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Echantillons complexes - Fréquences

Figure 15-1
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes

i Plan des eéchantillonnages complexes pour l'analyse des caractéristiques

Flan

Fichigr . |inhis2000_subset czaplan | Parcourir ...

Sivous ne disposez paz d'un fichier de plan pour votre échantilon complexe, vous pouvez
utilizer 'azsistant de préparation d'analyse pour en créer un, S&lectionnez Préparer pour
I'analyze danz le menu Echartillons complexes pour accéder & lazsistant.

Probahilités conjointes

Des probabilités conjointes sont requises sile plan exige une estimation WWOR de probabilité
inggale. Sinon, elles sont ignorées.

@ Ltiliser le fichisr par défaut  (\nhis2000_subset sav)

@ Un enzemble de dgnnées ouvert

© Fichier personralisé

i) | annuer |[ sige |

» Accédez au fichier nhis2000_subset.csaplan et sélectionnez-le. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples
20.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 15-2
Boite de dialogue Fréquences

HH Plan d'échantillonnages complexes pour analyse des effectifs

Wariahles .

@f Strate pour 'estimation..
& PSU pour lestimation d...
& Seve [SEX]

Tahleaux d'effectifs

‘f Yitamineiminérale supp...

Statistiques...
Waleurs manguantes...

& age [AGE_P|
& Région [REGION]
f Frég Fumeur: Tous les ...

f Prize de multi vitamines...
f Prize de compléments ...
@? Frég activité physicue ...
@& Frég activite modeéré (n...
é’ Fréq activité intense (n...
Agﬁ Poids désiré [DESIREAT]
& Activité quctidienne, d...

& activité quotiisnne, L.

Sous-populstions ;
f Catégorie d'ane [age_c..

Chague combinaison de
modsltés défing une
sous-population.

i ok |[ Coller ][Eéinitialiser][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Compléments vitaminiques/minéraux — 12 derniers mois comme variable de
fréquence.

» Sélectionnez Tranche d’dge comme variable de sous-population.

» Cliquez sur Statistiques.

Figure 15-3
Boite de dialogue Fréquences : Statistiques

fH Echantillons complexes - Effectifs : Statistiques

Cellules

@ Taille de la population Eﬂ Pourcentage de tahbleau

Statistiques
[+ Erreur standard [ Ettectit non poncdéré

|_<_{'| Intervalle de confiance EI Ettet de plan

Miveau (%] :

Ei Coefficient de varistion

|_| Racine carrée de 'effet de plan
[T waleurs cumulées

[T] Test duniformité des proportions des cellules

J

=

Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Pourcentage de tableau dans le groupe Cellules.
» Sélectionnez Intervalle de confiance dans le groupe Statistiques.

» Cliquez sur Poursuivre.
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» Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Fréquences.

Tableau des effectifs :
Figure 15-4

Tableau des fréquences de la variable/situation

Echantillons complexes - Fréquences

Erreur Intervalle de confiance 95%

Estimation standard Inférigur Supérieur
Taille de la population  Oui 1027670950 1185127 | 100435966,8 | 10509822319
Maon 90794234,00 1094402 | 8864156018 | 92946907 816
Total 1935613259,0 178590589 | 190042156,1 | 197080461 54
% de Total Qi 831% A% 52,4% 53,8%
Mon 46,89% A% 46,2% 47 6%
Total 100,0% 0% 100,0% 100,0%

Chaque statistique sélectionnée est calculée pour chaque mesure de cellule sélectionnée. La
premicre colonne contient les estimations relatives au nombre et au pourcentage de personnes
qui prennent ou ne prennent pas des compléments vitaminiques/minéraux. Les intervalles de
confiance ne se chevauchant pas, vous pouvez en conclure que, dans 1’ensemble, le nombre

d’ Américains qui prennent des compléments vitaminiques/minéraux est plus élevé que le nombre

d’Américains qui n’en prennent pas.
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Fréquence par sous-population

Figure 15-5
Tableau des fréquences par sous-population

Erreur Intervalle de confiance 95%

Catégorie d'dge Estimation | standard Inférigur Supérieur
18-24 Taille de la population  Qui 10018312 350602 4 Q328681821 10707342 079
Mon 165472368 499182 4 14490482 996 16454253 004
Tatal 25490680 6807328 24151687 776 26829672 224
% de Total Qui 39,3% 1,0% I A% 41.2%
Mon B0, 7% 1,0% A3,8% B2 6%
Total 100,0% 0% 100,0% 100,0%
25-44 Taille de la population  Qui 39163840 BEO0B55,7 37863845 748 40463734 2572
Mon 39503150 6459342 38232606,200 40773693800
Total TREEREA90 961114,3 TEYTE481 135 80557488 865
% de Total oui 40,3% A% 48,7% 50,9%
Man a0,2% 6% 191% a1,3%
Total 100,0% 0% 100,0% 100,0%
45-64 Taille de la population  Qui 34154852 598603, 32877506572 35332397 428
Mon 24008512 48977238 23026485 954 24984528 041
Tatal A3160464 814680,4 565579598 644 A9762929 346
% de Total Oui 58, 7T% % a7 5% 60,0%
Mon 41,3% B% 40,0% 425%
Tatal 100,0% 0% 100,0% 100,0%
G5+ Taille de la population  Qui 194294941 4394588 18565579 536 20254402 464
Mon 11813204 3142381 11195101,955 12431306,045
Total 31243195 5876234 30087347 BA2 32399042 348
% de Total oui B62,2% T% B0,7% 63,6%
Man 37.8% T% 36,4% 39,3%
Total 100,0% 0% 100,0% 100,0%

Lors du calcul des statistiques par sous-population, chaque statistique sélectionnée est calculée
pour chaque mesure de cellule sélectionnée par catégorie d’dge. La premiére colonne contient les
estimations relatives au nombre et au pourcentage de personnes de chaque catégorie qui prennent
ou ne prennent pas des compléments vitaminiques/minéraux. Les intervalles de confiance des
pourcentages du tableau ne se chevauchant pas, vous pouvez en conclure que 1’utilisation de
compléments vitaminiques/minéraux augmente avec 1’age.

Récapitulatif

A I’aide de la procédure Echantillons complexes - Fréquences, vous avez obtenu les statistiques
relatives a ’utilisation des compléments nutritionnels chez les Américains.

®  Dans I’ensemble, le nombre d’Américains qui prennent des compléments
vitaminiques/minéraux est plus élevé que le nombre d’ Américains qui n’en prennent pas.

m [’examen des statistiques par catégorie d’age indique que plus les Américains vieillissent,
plus ils prennent des compléments vitaminiques/minéraux.
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Echantillons complexes - Fréquences

Procédures apparentées

La procédure Echantillons complexes - Fréquences permet d’obtenir les statistiques descriptives
univariées des variables qualitatives pour les observations obtenues via un plan d’échantillonnage
complexe.

m [’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes permet d’indiquer les spécifications
du plan d’échantillonnage complexe et d’obtenir un échantillon. Le fichier de plan
d’échantillonnage créé par 1’assistant d’échantillonnage contient un plan d’analyse par défaut
et peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lors de I’analyse de 1’échantillon obtenu en
fonction de ce plan.

m [’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes est utilisé¢ pour indiquer les
spécifications d’analyse d’un échantillon complexe existant. Le fichier de plan d’analyse créé
par I’assistant d’échantillonnage peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lorsque vous
analysez 1’échantillon correspondant a ce plan.

m La procédure Tableaux croisés des échantillons complexes fournit des statistiques descriptives
univariées des variables qualitatives.

m La procédure Echantillons complexes - Descriptives fournit des statistiques descriptives
univariées des variables d’échelle.
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Echantillons complexes — Descriptives

La procédure Echantillons complexes — Descriptives affiche les statistiques récapitulatives
univariées de plusieurs variables. Vous pouvez éventuellement classer les statistiques par
sous-groupes, définis par une ou plusieurs variables qualitatives.

Utilisation des descriptives des échantillons complexes pour analyser
les niveaux d’activité

Un chercheur veut étudier les niveaux d’activité chez les Américains a I’aide des résultats du NHIS
(National Health Interview Survey) et d’un plan d’analyse existant. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Utilisation de 1’assistant de préparation d’analyse des échantillons
complexes pour préparer les données publiques du NHIS (National Health Interview Survey) dans
le chapitre 14 sur p. 149.

Une partie de I’enquéte 2000 se trouve dans le fichier nhis2000_subset.sav. Le plan d’analyse
est stocké dans le fichier nhis2000_subset.csaplan. Pour plus d'informations, reportez-vous
a la section Fichiers d’exemple dans l'annexe A dans /BM SPSS Complex Samples 20. Utilisez
la procédure Echantillons complexes — Descriptives pour générer les statistiques descriptives
univariées relatives aux niveaux d’activité.

Exécution de I'analyse

» Pour exécuter une analyse des descriptives des échantillons complexes, sélectionnez les options
suivantes dans le menu :
Analyse > Echantillonnage > Descriptives

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 170
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Echantillons complexes — Descriptives

Figure 16-1
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes

i Plan des eéchantillonnages complexes pour l'analyse des caractéristiques

Flan

Fichigr . |inhis2000_subset czaplan | Parcourir ...

Sivous ne disposez paz d'un fichier de plan pour votre échantilon complexe, vous pouvez
utilizer 'azsistant de préparation d'analyse pour en créer un, S&lectionnez Préparer pour
I'analyze danz le menu Echartillons complexes pour accéder & lazsistant.

Probahilités conjointes

Des probabilités conjointes sont requises sile plan exige une estimation WWOR de probabilité
inggale. Sinon, elles sont ignorées.

@ Ltiliser le fichisr par défaut  (\nhis2000_subset sav)

@ Un enzemble de dgnnées ouvert

© Fichier personralisé

i) | annuer |[ sige |

» Accédez au fichier nhis2000_subset.csaplan et sélectionnez-le. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples
20.

» Cliquez sur Poursuivre.



172

Chapitre 16

Figure 16-2
Boite de dialogue Descriptives

HH Echantillons complexes - Caractéristiques

Wariahles :

@& Strate pour M'estimation...
& PSU pour lestimation d...

Mesures

@& Frég activite physigue ...
f Frée activité modéré (n...

Statistiques...
Waleurs manguantes..

& Sexe [SEX]

& sge [AGE_F]

& Région [REGION]

f Frég Fumeur: Tous les .

f Frég activité intense (n...

‘g& Vitamineiminérale supp...
f Prize de multi vitamines...
f Prize de compléments ...
f Poids désiré [DESIREAT]
& activité quotidisnne, d...
& Activité quotidienne, L.

Sous-populations

f Catégotie d'ége [age_c..

Chague combinaison de
modaltés définit une
sous-population.

[ Coller ] [Eéinitialiser ] [ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez les variables de mesure Fréq activité modérée (nbre de fois/sem) & Fréq activité
intense (nbre de fois/sem).

» Sélectionnez Tranche d’dge comme variable de sous-population.

» Cliquez sur Statistiques.

Figure 16-3
Boite de dialogue Statistiques Descriptives

H Caractéristiques des échantillons complexes : Statistiques

Recapitulatits
[+ Moyenne [ somme
[ testt [
Statistigues

[+ Erreur standard [T Eftectit non pondéré

El Intervalle de confiance Ei Taille ce la population

Miveau (%)

Ei Coetficient de varistion

[ Effet de plan

Ei Racine carrée de 'effet de plan

Annuler ][ Aicle ]

» Sélectionnez Intervalle de confiance dans le groupe Statistiques.
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» Cliquez sur Poursuivre.

Echantillons complexes — Descriptives

» Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Echantillons complexes — Descriptives.

Statistiques univariées

Figure 16-4
Statistiques univariées.
Intervalle de confiance
Erreur 95%
Estimation | standard Inferieur Supérieur
Moyenne  Frég activité physigue
{nh fois par semaing) 3,73 033 3,66 a7
Frég activitd modéré (nkb
de fis par semaine) 4,90 041 4,82 4,98
Frég activite intense (nh
de fois par semaing) 3,52 042 343 3,60

Chaque statistique sélectionnée est calculée pour chaque mesure de variable. La premiére colonne
contient les estimations du nombre moyen de fois par semaine ou une personne pratique un type
d’activité donné. Les intervalles de confiance des moyennes ne se chevauchent pas. Vous pouvez
en conclure que, globalement, les Américains pratiquent une activité intense moins souvent
qu’une activité plus douce, et une activité plus douce moins souvent qu’une activité modérée.

Statistiques univariées par sous-population

Figure 16-5

Statistiques univariées par sous-population

Intervalle de confiance
Erreur 95%
Catégorie d'dne i __ . Estirnation | standard Infarigur | Supérieur
i | ses | ow | am| ow
i | sam|  om | as|
apmirsese | us| ow| | m
oaienioee s | g | g | awr | s
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Chaque statistique sélectionnée est calculée pour chaque mesure de variable en fonction des
valeurs de la tranche d’dge. La premiére colonne contient les estimations du nombre moyen de
fois par semaine ou les personnes de chaque tranche d’age pratiquent un type d’activité donné.
Les intervalles de confiance des moyennes vous permettent de tirer des conclusions intéressantes.

®  En ce qui concerne les activités dynamiques et modérées, les 25—44 ans sont moins actifs que
les 18-24 ans et les 45—64, et les 45-64 ans sont moins actifs que les personnes agées de
plus de 65 ans.
B Pour ce qui est des activités intenses, les 2544 ans sont moins actifs que les 45-64 ans, et les
18-24 ans et les 45—64 ans sont moins actifs que les personnes agées de plus de 65 ans.
Reécapitulatif

A I’aide de la procédure Echantillons complexes — Descriptives, vous avez obtenu les statistiques
relatives aux niveaux d’activité chez les Américains.

En régle générale, les Américains consacrent plus ou moins de temps a différents types
d’activité.
Répertoriés par tranches d’age, les résultats montrent globalement que, aprés leurs études

secondaires, les Américains sont moins actifs qu’auparavant, puis qu’ils s’adonnent de plus
en plus a la pratique d’une activité sportive en vieillissant.

Procédures apparentées

La procédure Echantillons complexes — Descriptives permet d’obtenir les statistiques descriptives

univariées des mesures d’échelle pour les observations obtenues via un plan d’échantillonnage
complexe.

L’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes permet d’indiquer les spécifications
du plan d’échantillonnage complexe et d’obtenir un échantillon. Le fichier de plan
d’échantillonnage créé par 1’assistant d’échantillonnage contient un plan d’analyse par défaut
et peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lors de I’analyse de 1’échantillon obtenu en
fonction de ce plan.

Lassistant de préparation d’analyse des échantillons complexes est utilisé pour indiquer les
spécifications d’analyse d’un échantillon complexe existant. Le fichier de plan d’analyse créé
par ’assistant d’échantillonnage peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lorsque vous
analysez 1’échantillon correspondant a ce plan.

La procédure Echantillons complexes Rapports indique les statistiques descriptives des ratios
des mesures d’échelle

La procédure Echantillons complexes - Fréquences indique les statistiques descriptives
univariées des variables qualitatives.
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Tableaux croises des echantillons
complexes

La procédure Echantillons complexes - Tableaux croisés génére les tableaux croisés des paires de
variables sélectionnées et affiche des statistiques a deux entrées. Vous pouvez éventuellement
classer les statistiques par sous-groupes, définis par une ou plusieurs variables qualitatives.

Utilisation de tableaux croisés des échantillons complexes pour
mesurer le risque relatif d’'un événement

Une société de vente d’abonnements a des magazines envoie généralement chaque mois des
courriers aux personnes dont le nom est recensé dans une base de données qu’elle a acquise. Le
taux de réponse est habituellement faible. Vous devez donc trouver un moyen de mieux cibler les
clients potentiels. En partant de I’hypothése que les personnes abonnées a un journal sont plus
susceptibles de s’abonner & un magazine, il est proposé d’adresser le publipostage a ces personnes.

Utilisez la procédure Echantillons complexes - Tableaux croisés pour vérifier cette théorie en
construisant un tableau 2*2 liant I’abonnement a un journal et la réponse obtenue, et en calculant
le risque relatif qu'une personne abonnée a un journal réponde au publipostage. Ces informations
sont rassemblées dans le fichier demo_cs.sav et doivent étre analysées a I’aide du fichier de plan
d’échantillonnage demo.csplan. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Fichiers
d’exemple dans I'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples 20.

Exécution de I'analyse

» Pour exécuter une analyse des tableaux croisés des échantillons complexes, sélectionnez les
options suivantes dans le menu :
Analyse > Echantillonnage > Tableaux croisés

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 175



176
Chapitre 17

Figure 17-1
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes

EHPlan d'échantillonnages complexes pour analyse des tableaux croisés

Flan

Fichier 1 ldema caplan | Parcourir...

Si vouz ne disposez pas d'un fichier de plan pour votre échantilon complexe, vous
pouver utiliser 'azzistant de préparation d'analyse pour en créer un. Sélectionnez
Préparer pour l'analyse dans le menu Echartilons complexes pour accéder & l'assistant.

Probahilités conjointes

Des probabiltés conjointes sont requizes =i le plan exige une estimation YWOR de
probakilité inégale. Sinon, elles sont ignorees,

@) Ltiliser e fichier par defat  (idemo.sav)

@' Un enzemble de dgnnées ouvert

@ Fichier personralisé

[ Annuler J[ Aide ]

» Recherchez et sélectionnez demo.csplan. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Fichiers d’exemple dans 'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples 20.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Tableaux croisés des échantillons complexes

Figure 17-2
Boite de dialogue Tableaux croisés

ﬁ Tableaux croisés des échantillons complexes

Wariables : Lignes :
&) Region [region]
&) Province [province]
& District [vistrict]
@ City [city] ,
& Subdivision [subdivi... |
& Unit [urit] '
f Aoein years [age]
f Marital status [marital] E
f Years at current ad...
f Household income .. ly

Statistiques. .

f Meswspaper subscription...

Colonne

| @& Response [responze]

@9 Price of primary ve...
{I Primary wehicle pric..
‘f Level of educsation [..
f Years with current ...

& Retired [retire] d:l Income category in thous...
d:l “ears with current ... e

& Joh satisfaction [ioh...
f Gender [gender]
i

Sous-populstions ;

Chague combinaison de
modaltés définit une

—

)| coler || Renitstiser || annuer || sice |

Sélectionnez la variable en ligne Abonnement a un journal.
Sélectionnez Réponse comme variable en colonne.

Il est également intéressant de voir les résultats répertoriés par catégorie de revenu. Sélectionnez
par conséquent la variable de sous-population Catégorie de revenu en milliers.

Cliquez sur Statistiques.
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Figure 17-3
Boite de dialogue Tableaux croisé . Statistiques

[ Tableaux croisés des échantillons complexes : Statistiques

Cellules

[7] Taiille de la population [ Paurcentage de colonne
[ Pourcentage de ligne [ Pourcentage de tableau
Statistiques

[+ Erreur stancard [ Eftectit non pondéré
_ _ Intervalle de confiance _ Effet de plan

] Racine carrée de I'effet de plan

_ _ Coefficient de variation

Récapitulatifs pour l2s tableaus: 252
v{’ Cdds ratio _ Différence de risgue

[+ Risque relstif

_ Test dindépendance des lignes et des colonnes

[Annuler ][ Ajde ]

Dans le groupe Cellules, désélectionnez Taille de la population et sélectionnez Pourcentage de ligne.
Dans le groupe Récapitulatifs pour les tableaux 2*2, sélectionnez Odds ratio et Risque relatif.
Cliquez sur Poursuivre.

Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Echantillons complexes - Tableaux croisés.

Ces sélections permettent de générer un tableau croisé et d’obtenir une estimation du risque liant
I’abonnement a un journal et la réponse obtenue. Des tableaux distincts répertoriant les résultats
en fonction de la catégorie de revenu en milliers sont également créés.

Tableau croisé

Figure 17-4
Tableau croisé liant I'abonnement a un journal et la réponse obtenue

Abonnernent 3 Réponse
un magasine QUi Ian Tatal
Qi % dans Abonnement Estimation 17.2% 92.8% 100,0%
aun magasine
Erreur standard 10% 1.0% 0%
Han % dans Abonnement Estimation 10.3% 89.7% 100,0%
aun magasine
Erreur standard a% a% 0%
Total % dans Abonnement Estimation 12.8% a7 1% 100,0%
aun magasine
Erreur standard 8% 2% 0%
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Le tableau croisé indique que, globalement, peu de personnes ont répondu au publipostage.
Toutefois, la proportion est plus élevée parmi les personnes abonnées a un journal.

Estimation du risque

Figure 17-5
Estimation du risque relatif a I'abonnement a un journal et a la réponse obtenue

Estimation
Abonnernent & Un Odds Ratios 1,812
magasine * Réponse Risque Pour la cohorte 1673
relatif Réponse = Cui '
Pour la cohorte
Réponse = Maon 423

Les statistigues ne sont calculées que pour les tableaus 2 par 2 ol
toutes les cellules sont observées,

Le risque relatif est le ratio des probabilités d’un événement. Le risque relatif d’une réponse au
publipostage est le ratio de la probabilité qu'une personne abonnée a un journal réponde par
rapport a la probabilité qu'une personne non abonnée réponde. Par conséquent, I’estimation du
risque relatif correspond simplement au calcul suivant : 17,2%/10,3% = 1,673. De méme, le
risque relatif de non-réponse est le ratio de la probabilité qu’un abonné ne réponde pas par rapport
a la probabilité qu’une personne non abonnée ne réponde pas. L’estimation de ce risque relatif
est de 0,923. Au vu de ces résultats, vous pouvez estimer qu’une personne abonnée a un journal
est 1,673 fois plus susceptible de répondre au publipostage qu’une personne qui n’est abonnée a
aucun journal ou a 0,923 fois autant de chances de ne pas répondre.

L’odds ratio est le ratio des chances de 1’événement. Les chances d’un événement
correspondent au ratio de la probabilité que 1’événement se produise par rapport a la probabilité
qu’il ne se produise pas. Par conséquent, I’estimation des chances qu’un abonné a un journal
réponde au publipostage est de 17,2 %/82,8 % = 0,208. De méme, I’estimation des chances qu’une
personne non abonnée réponde est de 10,3 %/89,7 % = 0,115. L’estimation de 1’odds ratio est
donc de 0,208/0,115 = 1,812 (a une erreur d’arrondi prés dans les étapes impliquées). L’odds ratio
est également le ratio du risque relatif de réponse par rapport au risque relatif de non-réponse,
soit 1,673/0,923 = 1,812.

0dds ratio et risque relatif

Ratio de ratios, 1’odds ratio est trés difficile a interpréter. En revanche, I’interprétation du risque
relatif est plus facile. Seul, I’odds ratio n’est donc pas trés utile. Dans certains cas cependant,
I’estimation du risque relatif est rarement concluante. L’odds ratio peut alors servir a obtenir
une approximation du risque relatif de I’événement étudié. L’odds ratio doit étre utilis€ comme
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approximation du risque relatif de I’événement étudié lorsque les deux conditions suivantes
sont remplies :

B La probabilité de I’événement étudié est faible (<0,1). Cette condition garantit que 1’odds
ratio fournira une bonne approximation par rapport au risque relatif. Dans cet exemple,
I’événement étudié est la réponse au publipostage.

m  [’étude est dotée d’un plan de contrdle d’observation. Cette condition indique que I’estimation
classique du risque relatif ne sera certainement pas concluante. Les études de controle
d’observation sont rétrospectives. Elles sont la plupart du temps utilisées lorsque 1’événement
étudié est improbable, ou que le plan d’une éventuelle expérience est irréaliste ou immoral.

Aucune de ces conditions n’est remplie dans le présent exemple, étant donné que la proportion
globale des répondants est de 12,8 % et que I’étude n’est pas dotée d’un plan de controle
d’observation. 11 est donc plus siir d’indiquer 1,673 comme risque relatif plutot que la valeur
de I’odds ratio.

Estimation du risque par sous-population

Figure 17-6
Estimation du risque relatif a I'abonnement a un journal et la réponse obtenue, en contrélant la
catégorie de revenu

Catégories de Estirnation
Infa§24 Abonnementa un Odds Ratios 2712
magasine *Réponse  Risgue Four la cohorte 2241
relatif Réponse = Oui '
Pour la cohorte
Réponse = Non 520
$25- 549 Abonnerment 3 un Odds Ratios 1,794
magasine *Réponse  Risgue Four la cohorte 1 645
relatif Réponse = Oui '
Paour la cohatte
Réponse = Maon a7
§50- 574 Abonnement a un Odds Ratios 1,168
magagine *Reponse Risgue Pour 13 cohorte 1182
relatif Réponse = Oui '
Pour la cohorte
Réponse = Mon 288
F75+ Abonnerment 3 un Odds Ratios 1,242
magasine * Répanse Ristue Paur la coharte 1997
relatif Réponse = Oui '
Pour la cohorte
Réponse = Mon a8

Les statistigues ne sont calculées que pour les tableaus 2 par 2 ol toutes les cellules sont
ohservées.

Les estimations de risque relatif sont calculées séparément pour chaque catégorie de revenu.
Notez que le risque relatif d’une réponse positive de la part des abonnés a un journal semble
décroitre au fur et a mesure que le revenu augmente, ce qui indique qu’il doit étre possible de
cibler les destinataires des publipostages plus précisément.
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Tableaux croisés des échantillons complexes
Récapitulatif

A I’aide des estimations de risque des tableaux croisés des échantillons complexes, vous avez
découvert que vous pouvez accroitre le taux de réponse aux publipostages directs en ciblant les
personnes abonnées a des journaux. Vous avez en outre constaté que les estimations de risque ne
sont pas forcément constantes d’une catégorie de revenu a 1’autre. Vous pouvez donc augmenter
encore plus le taux de réponse en vous adressant aux abonnés aux revenus les plus faibles.

Procédures apparentées

La procédure Echantillons complexes - Tableaux croisés permet d’obtenir les statistiques

descriptives du tableau croisé des variables qualitatives pour les observations obtenues via un
plan d’échantillonnage complexe.

m [’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes permet d’indiquer les spécifications
du plan d’échantillonnage complexe et d’obtenir un échantillon. Le fichier de plan
d’échantillonnage créé par 1’assistant d’échantillonnage contient un plan d’analyse par défaut

et peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lors de 1’analyse de I’échantillon obtenu en
fonction de ce plan.

B [’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes est utilisé pour indiquer les
spécifications d’analyse d’un échantillon complexe existant. Le fichier de plan d’analyse créé
par ’assistant d’échantillonnage peut étre spécifi¢ dans la boite de dialogue Plan lorsque vous
analysez 1’échantillon correspondant a ce plan.

® La procédure Echantillons complexes - Fréquences indique les statistiques descriptives
univariées des variables qualitatives.
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Echantillons complexes — Rapports

La procédure Echantillons complexes — Rapports affiche les statistiques récapitulatives univariées
des rapports de variables. Vous pouvez éventuellement classer les statistiques par sous-groupes,
définis par une ou plusieurs variables qualitatives.

Utilisation des rapports d’échantillons complexes pour évaluer la
valeur d’une propriété

Une agence d’état est chargée d’assurer I’application d’impdts fonciers équitables dans chaque
comté. Les impdts étant calculés a partir de la valeur estimée de la propriété, 1’agence souhaite
identifier les valeurs des propriétés dans chaque comté afin de s’assurer que les registres des
comtés sont mis a jour uniformément. Les ressources permettant de réaliser les évaluations étant
limitées, I’agence a choisi d’utiliser la méthode de I’échantillonnage complexe pour sélectionner
des propriétés.

L’échantillon de propriétés sélectionné et les informations de 1’évaluation réalisée sont
regroupés dans property_assess_cs_sample.sav. Pour plus d'informations, reportez-vous a la
section Fichiers d’exemple dans 'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples 20. Utilisez les
rapports d’échantillons complexes pour connaitre 1’évolution de la valeur des propriétés dans
les cinq comtés, depuis la derniére évaluation.

Exécution de I'analyse

» Pour exécuter une analyse des rapports d’échantillons complexes, sélectionnez les options
suivantes dans le menu :

Analyse > Echantillonnage > Ratios...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 182
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Echantillons complexes — Rapports

Figure 18-1
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes

i Plan d'échantillonnages complexes pour analyse des rapports

Flan

Fichier :  lyproperty_assess.caplan | Par courir ..

Si vous ne disposez pas d'un fichier de plan pour votre échantillon complexe,
vous pouver utilizer 'assistant de préparstion d'analyse pour en créer un.
Sélectionnez Préparer pour l'analyse dans le menu Echartilons complexes pour
acceder a l'assistant.

Probabilités conjointes

Dez probabilités conjointes zont reguises =i le plan exige une estimation WViOR
de probahiité inégale. Sinon, elles zont ignorées.

@ Utiliser e fichier par défaut [aroperty_sssess sav)

© Un ersemble de données ouvert

© Fichier persornalisé

_____ou@_L_A_iyref[ Annuler ][ Aicle ]

» Accédez au fichier property assess.csplan et sélectionnez-le. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples
20.

» Cliquez sur Poursuivre.
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vV v v v

Figure 18-2
Boite de dialogue Rapports

-y

fH Echantillons complexes - Rapports

Wariahles : : Statistiques...
Mumerateurs :

‘gﬁ 1D propristé [propid]

&b voisinnage [nbrhood] & Waleur actuelie [currval] e S

Durée depuiz la dernié. ..

&) Inclusion (Selection) Pr...
&) Cumulstive Sampling W,
&b Cumulstive Sampling W | |

Dénominstedr ;
| f “aleur lors de |a derniér ...

Souz-populstions

&3 Département [county]

Chague cotmbinaison de
modalités définit une

[ [0],3 ] [ Caller ] [Eéin'rtialiser ] [ Annuler ] [ Ajde ]

Sélectionnez la variable de numérateur Valeur courante.
Sélectionnez la variable de dénominateur Valeur lors de la derniere évaluation.
Sélectionnez la variable de sous-population Comteé.

Cliquez sur Statistiques.

Figure 18-3
Boite de dialogue Rapports : Statistiques

..
H Rapports des échantillons complexes : Statistiques
Statistiques
|&] Erreur standard [+ Effectit nan pondérs
|_1_d Intervalle de confiance @ Taille de la population
NiveaU (%) [7] Effet de plan
Ei Coefficient de variation EI Racine carrée de l'effet de plan
¥ testt Valeur test
[ Annuler ] [ Aide ]

Dans le groupe Statistiques, sélectionnez Intervalle de confiance, Effectif non pondéré et Taille
de la population.

Sélectionnez test t et entrez la valeur de test 1,3.
Cliquez sur Poursuivre.

Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Echantillons complexes — Rapports.
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Ratios

Figure 18-4
Tableau des rapports

Intervalle de conflance
Estimation Erreur 95%
Départernent  Murmérateur Dénaminateur du rappart standard Inférieur | Supérieur |V
Est waleur actuelle  Durée depuis la
dethigre &valuation 1,381 L 1,238 1,525
Centre Yaleur actuelle  Durée depuis la
derniére évaluation 1,384 M4 1,237 1,502
Oest Waleur actuelle  Durée depuis la
derniére évaluation 1,524 053 1410 1,638
Maord waleur actuelle  Durée depuis la
derniére évaluation 1217 032 1,208 1,348
Sud Yaleur actuelle  Durée depuis la
dernigre &valuation 1195 029 1,134 1,256

L’affichage par défaut du tableau est trés large : vous devez donc le faire pivoter pour mieux le
visualiser.

Tableau des rapports pivotant

» Double-cliquez sur le tableau pour I’activer.

v

A partir des menus du Viewer, sélectionnez :
Tableau pivotant > Structure pivotante

Faites glisser le numérateur, puis le dénominateur de la ligne a la strate.
Faites glisser le comté de la ligne a la colonne.

Faites glisser les statistiques de la colonne a la ligne.

vV v v Vv

Fermez la fenétre Structure pivotante.
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Tableau des rapports pivoté

Figure 18-5
Tableau des rapports pivoté

Murnérateur: Valeur actuelle
Dénominateur: Inclusion (Selection Probability for Stage 1

Département
Est Centre Ouest MNaord Sud
Estimation du rapport 1.381 1.364 1.524 1277 1195
Erreur standard 068 64 053 o3z 028
Intervalle de conflance Inférieur 1236 1227 1.410 1.205 1.134
95% Supérieur 1525 1502 1638 1346 1256
Test dhypothése Waleur de test 13 13 13 13 13
1 1491 a97 4201 -Fo2 -3646
ddl 15 15 15 15 15
Sig. 252 334 i) 493 0z
E ffectif non pondéré 168 179 202 205 790

Maintenant que vous avez fait pivoter le tableau des rapports, vous pouvez comparer les
statistiques des comtés plus aisément.

B Les estimations de rapport vont de 1,195 dans le comté du sud a 1,524 dans le comté de I’ouest.

B Les erreurs standard connaissent en outre une certaine variabilité avec un minimum de 0,029
pour le comté du sud et un maximum de 0,068 pour le comté de 1’est.

m  Certains des intervalles de confiance ne se chevauchent pas ; vous pouvez en conclure que les
rapports du comté de I’ouest sont plus élevés que ceux des comtés du nord et du sud.

®  Enfin, notez que les valeurs de signification des tests ¢ des comtés de I’ouest et du sud sont
inférieures a 0,05. Il s’agit d’une mesure plus objective. Vous pouvez en déduire que le
rapport du comté de I’ouest est supérieur a 1,3 et celui du comté du sud inférieur a 1,3.

Reécapitulatif

La procédure Echantillons complexes — Rapports vous a permis d’obtenir diverses statistiques
sur les rapports entre les variables Valeur courante et Valeur lors de la derniére évaluation.
D’apres les résultats, il existe probablement des inégalités dans I’évaluation des impdts fonciers
des différents comtés, a savoir :

Les rapports du comté de I’ouest sont élevés, ce qui indique que ses registres sont moins a jour
que ceux des autres comtés en ce qui concerne I’appréciation des valeurs des propriétés. Les
impots fonciers sont probablement trop faibles dans ce comté.

Les rapports du comté du sud sont faibles, ce qui indique que ses registres sont plus a jour
que ceux des autres comtés en ce qui concerne I’appréciation des valeurs des propriétés. Les
impoOts fonciers sont probablement trop €élevés dans ce comté.

Les rapports du comté du sud sont moins €levés que ceux du comté de 1’ouest, mais restent
au niveau de la valeur visée (1,3).

Les ressources permettant de connaitre les valeurs des propriétés dans le comté du sud seront
réattribuées au comté de I’ouest afin que les rapports de ces comtés s’alignent sur ceux des autres
comtés et sur I’objectif de 1,3.
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Procédures apparentées

La procédure Echantillons complexes — Rapports permet d’obtenir les statistiques descriptives
univariées du ratio des mesures d’échelle pour les observations obtenues via un plan
d’échantillonnage complexe.

m [’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes permet d’indiquer les spécifications
du plan d’échantillonnage complexe et d’obtenir un échantillon. Le fichier de plan
d’échantillonnage créé par 1’assistant d’échantillonnage contient un plan d’analyse par défaut

et peut &tre spécifié dans la boite de dialogue Plan lors de 1’analyse de I’échantillon obtenu en
fonction de ce plan.

B [’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes est utilisé pour indiquer les
spécifications d’analyse d’un échantillon complexe existant. Le fichier de plan d’analyse créé
par ’assistant d’échantillonnage peut étre spécifi¢ dans la boite de dialogue Plan lorsque vous
analysez 1’échantillon correspondant a ce plan.

m La procédure Echantillons complexes - Descriptives fournit des statistiques descriptives des
variables d’échelle.
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Modele lineaire géneral des
echantillons complexes

La procédure relative au modéle linéaire général des échantillons complexes effectue une analyse
de régression lin€aire, ainsi qu’une analyse de la variance et de la covariance, pour les échantillons
réalisés a I’aide de méthodes d’échantillonnage complexes. Vous pouvez également demander une
analyse pour une sous-population.

Utilisation d’Echantillons complexes - Modéle linéaire général pour
ajuster ANOVA a deux facteurs

Une chaine d’épiceries a interrogé, en fonction d’un plan complexe, un groupe de clients au sujet
de leurs habitudes de consommation. Compte tenu des résultats de I’enquéte et de la somme
dépensée par les clients au cours du mois précédent, I’enseigne souhaite voir si la fréquence

des achats est liée aux dépenses mensuelles, et ce en prenant en compte le sexe du client et en
intégrant le plan d’échantillonnage.

Ces informations sont regroupées dans le fichier grocery 1month_sample.sav. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans /BM SPSS
Complex Samples 20. Utilisez la procédure relative au modele linéaire général des échantillons
complexes pour exécuter ANOVA a 2 facteurs (ou d’ordre 2) sur les budgets consacrés.

Exécution de I'analyse

» Pour exécuter une analyse relative au modele lin€aire général des échantillons complexes,
sélectionnez les options suivantes dans le menu :
Analyse > Echantillonnage > Modéle linéaire général...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 188
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Modéle linéaire général des échantillons complexes

Figure 19-1
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes

i Plan d'échantillonnages complexes pour modele linéaire genéral

Flan

Fichier : |grocery caplan | Parcourir...

Si vous ne dizpozez paz d'un fichier de plan pour votre &chantilon complexe, vous
pouvez Utilizer 'azsistant de préparation d'analyse pour en créer un. Sélectionnez
Préparer pour I'analyse dans le menu Echantilons complexes pour accéder &
l'azsistant.

Probabiltés conjointes

Des probabiltés conjointes sont requizes sile plan exige une estimation WOR de
probabilité inégale. Sinon, elles sont ignorées.

@) Utiliser le fichier par détaut  (hasé sur le nom du fichisr de plan)

@ Un ensemble de données ouvert

(@) Fichier personnalisé

[Poursuivre][ Annuler ][ Aidle ]

» Accédez au fichier grocery.csplan et sélectionnez-le. Pour plus d'informations, reportez-vous a la
section Fichiers d’exemple dans l'annexe A dans /BM SPSS Complex Samples 20.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 19-2
Boite de dialogue Modele linéaire général

H Modele lindaire geéneral des échantillons complexes

Wariables “ariahle dépendante : a
= . = fdaclEle...
Eg 1D magazin [storeid] |g§ Montant dépense [amts... |
P . Statistigques...
&3 Madazin d'alimentation .. Facteurs
EEI Taille du magasin [size] Tests dhypothése...

& - —— &) G fait les courses 7 [
9 . L&) Lkilization de coupon [u___| [Moyennes estimées. .. ]

f Mumber of customers [...

&5 D client [custid] Enregistrer ..

&.’J Wenétarien [veg] Cavatiables :

&b Style d'achat [style] B

f Incluzion (Selection) Pr...

gﬁ Cumulative Sampling W... -

f Cumulative Sampling W,

I—Sous-population

Variahle :

Modalité :

[ Ok ” Caller ”Réin'ﬂialiser” AnnLler ” Ajcle ]

» Sélectionnez I’option Budget consacré comme variable dépendante.
» Sélectionnez Fuait les courses pour et Utilise des coupons comme facteurs.

» Cliquez sur Modéle.
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Figure 19-3
Boite de dialogue Modele

H Modele lindaire genéral des échantillons complexes : Modéle

—Spécifier les effets du modéle

©) Eftets principas @ Personnalizé
Facteurs et covariables | hlodéle ©
Iﬂ shopfar shaopfar
M usecoup USECaUp

Ishopfor*usecoup |

Termel(s) construit(s)

Type

Irteraction =

Terme emboits

Terme : |

Ajongter s

rConstante

& Inclure dans le mocéle

[ Atfficher les statistiques

[Poursuiwe” Annuler ” Aide ]

Choisissez de générer un modele personnalisé.

Sélectionnez Effets principaux comme type de terme pour la génération et sélectionnez CoursesPour
et UtilisCoupons comme termes du modele.

Sélectionnez Interaction comme type de terme pour la génération et ajoutez I’interaction
CoursesPour*UtilisCoupons comme terme du modeéle.

Cliquez sur Poursuivre.

Cliquez sur Statistiques dans la boite de dialogue Modéle linéaire général.
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Figure 194
Boite de dialogue Statistiques du modéle linéaire général

[H Modele lindaire genéral des échantillons complexes : Statistiques

Paramétres du modéle
[ Estimation [T] covariances des estimations de paramétres
@ Erteur stancard Ei Carrélstions des estimstions de paramétres
@ Intervalle de confiance @ Eftet de plan

|___i testt EI Racine carrée de l'effet de plan
[ Quaiité de rajustament
@ Moyennes des populations pour les vatiables et covariables dépendartes

m Informations sur e plan d'échantilonnage

[ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Estimer, Erreur standard, Intervalle de confiance et Effet de plan dans le groupe de
parameétres du modéle.

» Cliquez sur Poursuivre.

» Cliquez sur Moyennes estimées dans la boite de dialogue Modé¢le linéaire général.
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Figure 19-5

Boite de dialogue Moyennes estimées du modele linéaire général

[ Modzle linéaire general des échantillons complexes : Moyennes estimées
Facteurs et interactions : Atficher les moyennes :
shogrfor Terme |Comrﬂs‘te Modalité de référence |
USECoup shopfor Simple 3
shopfor*usecaup LsEecoup Simple ¥

shopfortusecoup Avcun 1 Mon

2 A partir d'un journalimagasin
3 A partir d'un mailing
4 A partir des dewx

Ei Afficher la moyenne de population globale

[Poursuivre][ Annuler ][ Ajde ]

» Choisissez d’afficher les moyennes pour CoursesPour, UtilisCoupons et 1’interaction
CoursesPour*UtilisCoupons.

» Sélectionnez un contraste simple et 3 Soi-méme et famille comme modalité de référence pour

UtilisCoupons. Notez que, une fois sélectionnée, la modalité apparait comme « 3 » dans la boite
de dialogue.

» Sélectionnez un contraste simple et 1 Non comme modalité de référence pour UtilisCoupons.

» Cliquez sur Poursuivre.

» Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Mod¢le linéaire général.

Récapitulatif des modeles

Figure 19-6
Statistique R-deux

| R-deus | B0 |

a. Modéle : Montant dépensé = (Ordonnée & l'origing)
+ shopfor + usecoup + shopfor * usecoup
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R-deux, le coefficient de détermination est une mesure de la force de I’ajustement du modéle. 11
indique qu’environ 60 % de la variation dans Budget consacré est expliquée par le modeéle, ce
qui vous permet d’expliquer certaines choses. Vous voulez peut-étre ajouter d’autres variables
indépendantes au modele pour en améliorer I’ajustement.

Tests des effets de modeéle

Figure 19-7
Tests des effets intersujets

Source dfl df2 Wald F Sig.

(Modéle corrigé) 11,000 3,000 127,231 a0
(Ordonnée & l'orging) 1,000 13,000 | G321,597 jujili]
shaopfor 2,000 12000 | 643,593 juili]
usecoup 3,000 11,000 87,453 non
shopfor * usecoup 6,000 8,000 10,688 020

A Modéle  Montant dépensé = (Ordonnge & I'origing] + shopfor +
usecoup + shopfor * usecoup

Chaque terme du mode¢le, ainsi que le modéle dans son ensemble, est testé pour savoir si son
effet est égal a 0. Les termes avec des valeurs de signification inférieures a 0,05 ont des effets
perceptibles. Tous les termes contribuent donc au modé¢le.

Estimations de parametre

Figure 19-8
Estimations des parametres

Intervalle de:

Erreyr | 5OnfENcE 95% | Effat du
Paramétre Estimation | std.  |Inférieur [Supérieur|  plan
[Intercept) 218249 | 11731 492905 | 543592 1.387
[zhopfor=1] 174757 | 10,762 1930 [ 15151 350
[shopfor=2] 128443 | 11,455 1542 | 104,70 825
[=shopfor=3] non2 . . . .
[uzecoup=1] -140,835 | 10,180 1624 | -115.83 549
[usecoup=2] -63026 | 13,195 | 91,531 -34.520 940
[uzecoup=3] -31,373 9726 | -52,387 | 10363 a4
[uzecoup=4] non2 . . . .
[zhopfor=1] * [usecoup=1] 41693 | 11,170 17,562 G3024 G068
[shopfor=1] * [usecoup=2] 44505 | 18,068 5.4 83539 1.413
[shopfor=1] * [usecoup=3] 9204 | 11,057 | -14684 33,092 594
[zhopfor=1] * [usecoup=4] non2 . . . .
[zhopfor=2] * [usecoup=1] 89211 | 10967 65518 | 112903 533
[zhopfor=2] * [usecoup=2] 54267 | 14,949 4872 86 262 AG36
[zhopfor=2] * [usecoup=3] 178584 | 13,753 | -11.828 47 595 7a7
[shopfar=2] * [usecoup=4] qoao=
[shopfor=3] * [usecoup=1] Joao@
[zhopfor=3] * [usecoup=2] oood@
[shopfor=3] * [usecoup=3] 0ood
[zhopfor=3] * [usecoup=4] oood

3. Parametrd sur zéro car ce paramiétre est redondant.

b Modéle : Montant dépensé = (Ordonnée & I'origine) + shopfor +
+ Usecoup + shopfor = usecoup
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Les estimations des paramétres indiquent 1’effet de chaque variable indépendante sur le montant
consacre. La valeur 421,784 de la constante indique que la chaine d’épicerie peut s’attendre a ce
qu’un client avec une famille et utilisant des coupons de journal et de publipostage ciblé dépense
421,78 € en moyenne. Vous pouvez voir que la constante est associée a ces niveaux de facteurs car
il s’agit des niveaux de facteurs dont les parameétres sont redondants.

B Les coefficients coursespour suggerent que, parmi les clients qui utilisent a la fois les coupons
de journal et de publipostage, ceux qui n’ont pas de famille tendent a dépenser moins que
ceux mariés, qui eux-mémes tendent a dépenser moins que ceux avec des personnes a charge
a leur domicile. Puisque les tests des effets de modele montrent que ce terme contribue au
modele, ces différences ne sont pas dues au hasard.

m Les coefficients UtilisCoupons suggérent que les montants dépensés par les clients avec des
personnes a charge a leur domicile baissent avec une utilisation de coupons décroissante. 11
existe un certain niveau d’incertitude dans les estimations mais les intervalles de confiance
n’incluent pas la valeur 0.

m Les coefficients d’interaction suggerent que les clients qui n’utilisent pas de coupons ou
uniquement des coupons de journaux et n’ont pas de personne a charge tendent a dépenser
plus que ce que a quoi vous pouvez vous attendre. Si une portion de paramétre d’interaction
est redondante, le paramétre d’interaction est redondant.

m  [’écart-type des valeurs des effets de plan indique que certaines erreurs standard calculées
pour ces estimations de parameétres sont plus élevées que celles que vous auriez obtenues si
vous aviez supposé que ces observations venaient d’un échantillon aléatoire simple, alors que
d’autres sont plus petites. Il est extrémement important d’incorporer les informations de
plan d’échantillonnage a votre analyse car vous risquez sinon de conclure que le coefficient
Utilise des coupons=3 n’est pas différent de 0 !

Les estimations de paramétres sont utiles pour quantifier I’effet de chaque terme de modéle, mais
les tableaux de moyennes marginales estimées peuvent faciliter I’interprétation des résultats des
modé¢les.

Moyennes marginales estimées

Figure 19-9
Moyennes marginales estimées par niveaux de Fait les courses pour

Intervalle de confiance

95%
Clui faitles courses ? Woyenne | Erreur std. | Inférieur | Supérieur
LuifElle méme 308,5326 394286 300,0144 37,0606
LUi/Elle rmérme ou
canjointee) 370,33681 487908 359,7954 380,8787

LuifElle méme ou famille | 453,4392 718768 | 4438895 | 474,058388

Ce tableau affiche les moyennes marginales estimées du modele et les erreurs standard du montant
consacré aux niveaux de facteurs Fait les courses pour. Ce tableau est utile pour explorer les
différences entre les niveaux de ce facteur. Dans cet exemple, on attend d’un client qui fait les
courses pour lui-méme qu’il dépense environ 246,09 € alors qu’on attend d’un client marié qu’il
dépense 295,39 € et qu’on attend d’un client avec personnes a charge qu’il dépense 366,44 €.
Pour savoir si ceci est dii a une réelle différence ou a une variation aléatoire, consultez les
résultats du test.
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Figure 19-10
Résultats de test individuels pour les moyennes marginales estimées de sexe

Différence (valeur
Contraste simple Qui fait Estimation Yaleur gstimés - valeur Erreu
les courses ?° de contraste | hypothétigue hypothetique) rstd. df1 drz? Wald F Sig.
Miveau LUITEle mérme et
niveau LUElle méme ou -180,907 J00o -180,907 | 4,903 | 1,000 | 13,00 447 41 juli]
famille
Miveau LUifElle mérme ou
canjoint{e) et niveau -89103 Jooo -87,102 | 5,903 1,000 | 13,00 22784 0an
LUifElle mérme ou famille

a. Modalité de référence = LuifElle méme ou famille

Le tableau des tests individuels affiche deux contrastes simples dans les dépenses.

m [’estimation de contraste est la différence entre les dépenses pour les niveaux répertoriés
de Fait les courses pour.

La valeur hypothétique de 0,00 confirme qu’il n’y a aucune différence dans les dépenses.

La statistique de Wald F, avec les degrés de liberté affichés est utilisée pour tester si la
différence entre une estimation de contraste et une valeur hypothétique est due a une variation
aléatoire.

m  Puisque les valeurs de signification sont inférieures a 0,05, vous pouvez en conclure qu’il
existe des différences dans les dépenses.

Les valeurs des estimations de contraste sont différentes des estimations de parameétres. Ceci est
da a ’existence d’un terme d’interaction contenant 1’effet Fait les courses pour. En conséquence,
I’estimation de paramétre pour CoursesPour=1 est un contraste simple entre les niveaux Soi-méme
et Soi-méme et famille au niveau Des deux de la variable Utilise des coupons. L’ estimation de
contraste dans ce tableau est considéré par sa moyenne des niveaux de Utilise des coupons.

Figure 19-1

Résultats de tests généraux pour les moyennes marginales estimées de sexe
df1 df2 Wald F Sig.
2,000 12,000 | 543,593 000

Le tableau de test général rapporte les résultats d’un test de tous les contrastes du tableau de test
individuel. Sa valeur de signification inférieure a 0,05 confirme qu’il existe une différence dans
les dépenses entre les niveaux de Fait les courses pour.

Figure 19-12
Moyennes marginales estimées par niveaux du comportement lors des courses
Utilisation de Intervalle de conflance 95%
coupon Moyenne | Erreur std. | Inférieur Supérieur
Mon 3196455 51429 3055722 3337188
A partir d'un
journalimagasine 3867469 432205 | 3TT4O07T | 396.0861
A partir d'un mailing | 394.5028 554218 | 3825207 | 4064760
A partir des deux 4165486 E.51260 4027780 4309182

Ce tableau affiche les moyennes marginales estimées du modele et les erreurs standard du montant
consacré aux niveaux de facteurs Utilise des coupons. Ce tableau est utile pour explorer les
différences entre les niveaux de ce facteur. Dans cet exemple, on attend d’un client qui n’utilise
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pas de coupons qu’il dépense environ 255 €, alors qu’on attend d’un client utilisant des coupons
qu’il dépense beaucoup plus.

Figure 19-13

Résultats de test individuels pour les moyennes marginales estimées du comportement lors des
courses

Différence
fvaleur
estimée -
Contraste simple Estirmation Waleur valeur Erreur
tilisation de coupuna de contraste | hypoth&tigue hypothétigue) std. dri df2 Wald F Sig.
Miveau A parir d'un

journalimagasine et 67,101 Joon 67,101 6,537 [ 1,00 | 130 | 10535 oon
niveau Mon

Miveau A partir d'un

mailing et hiveau Man 74,857 Joon 74857 | 5875 | 1,00 | 130 | 16233 aon
Miveau A partir des

dews et niveau Mon 47,203 Rl 97203 | 5603 | 1,00 | 13,0 | 300,92 oo

a. Modalité de référence = Non

Le tableau des tests individuels affiche trois contrastes simples, comparant les dépenses des clients
qui n’utilisent pas de coupons a celles de ceux qui en utilisent.

Puisque les valeurs de signification des tests sont inférieures a 0,05, vous pouvez conclure que
les clients qui utilisent des coupons tendent a dépenser plus que ceux qui n’en utilisent pas.

Figure 19-14
Résultats de test généraux pour les moyennes marginales estimées du comportement lors des courses
di di2 Wald F Sig.
3,000 11,000 87 453 000

Le tableau de résultats de test généraux rapporte les résultats d’un test de tous les contrastes du
tableau de test individuel. Sa valeur de signification inférieure a 0,05 confirme qu’il existe une
différence dans les dépenses entre les niveaux d’Utilise des coupons. Notez que les tests généraux
pour Utilise des coupons et Fait les courses pour sont équivalents aux tests des effets du mode¢le
car les valeurs de contrastes hypothétiques sont égales a 0.
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Figure 19-15
Moyennes marginales estimées par niveaux de sexe par comportement lors des courses

Intervalle de confiance
5%

QUi fait les courses Utilisation de coupon Movenne Erreur std. Infarieur Suparieur

LUifElle mérme Mon 2443471 B,00949 | 231 3664 | 257 32498
A partir d'un
journalimagasine
A partir d'un rmailing 321,3207 411028 | 3124410 | 320,2005

324,9708 094134 | 3121353 | 3378063

A partir des deux 3434916 5457844 328,27249 35877034
LuifElle méme ou Maon 3371783 712181 321,79245 3525640
conjoint(e) A partir d'un

journalimagasing 380,0468 TO1038 | 3629574 [ 3971361

A partir d'un mailing 378,314 622469 | 361,8665 | 3887617

A partir des deux 388,8054 712101 34214 404 18494
LuifElle mérme ou famille  kaon T4 1188214 | 3523894 | 4024328
A partir d'un

joumalimagasing 455,2232 B14420 | 4419494 [ 468 4969

A partir d'un mailing 4868736 1076529 | 4636166 | 5101306
A partir des deux 518,2488 1173120 | 4929050 | 5435925

Ce tableau affiche les moyennes marginales estimées du modéle, les erreurs standard et les
intervalles de confiance du montant consacré pour les combinaisons de facteurs Fait les courses
pour et Utilise des coupons. Ce tableau est utile pour explorer 1’effet d’interaction entre les deux
facteurs trouvé dans les tests des effets du modéle.

Récapitulatif

Dans cet exemple, les moyennes marginales estimées ont révélé les différences de dépenses entre
les clients a différents niveaux de Fait les courses pour et Utilise des coupons. Les tests des effets
du modele I’ont confirmé, de méme que 1’existence d’un effet d’interaction Fait les courses
pour*Utilise des coupons. Le tableau récapitulatif des modeéles a révélé que le modele présent
explique relativement plus de la moitié¢ de la variation des données et pourrait probablement étre
amélioré en ajoutant plus de variables indépendantes.

Procédures apparentées

La procédure relative au modéle linéaire général des échantillons complexes est un outil utile
pour modéliser une variable d’échelle lorsque les observations ont été congues en fonction d’un
schéma d’échantillonnage complexe.

m [’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes permet d’indiquer les spécifications
du plan d’échantillonnage complexe et d’obtenir un échantillon. Le fichier de plan
d’échantillonnage créé par ’assistant d’échantillonnage contient un plan d’analyse par défaut
et peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lors de I’analyse de 1’échantillon obtenu en
fonction de ce plan.
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B [’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes est utilisé pour indiquer les
spécifications d’analyse d’un échantillon complexe existant. Le fichier de plan d’analyse créé
par I’assistant d’échantillonnage peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lorsque vous
analysez 1’échantillon correspondant a ce plan.

B La procédure de régression logistique des échantillons complexes vous permet de modéliser
une réponse qualitative.

B La procédure de régression ordinale des échantillons complexes vous permet de modéliser
une réponse quantitative.
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Regression logistique des échantillons
complexes

La procédure de régression logistique des échantillons complexes effectue une analyse de
régression logistique sur une variable dépendante binaire ou multinomiale, pour les échantillons
réalisés a I’aide de méthodes d’échantillonnage complexes. Vous pouvez ¢galement demander une
analyse pour une sous-population.

Utilisation de la régression logistique des échantillons complexes
pour évaluer le risque de credit

Si vous €tes responsable des préts dans une banque, vous souhaitez certainement étre capable
d’identifier les caractéristiques qui indiquent les personnes susceptibles de manquer a leurs
engagements, afin de les utiliser pour identifier les bons et les mauvais risques de crédit.

Supposons qu’un responsable des préts ait recueilli I’historique des préts octroyés aux clients
a différents guichets, en fonction d’un plan complexe. Ces informations sont contenues dans le
fichier bankloan cs.sav. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Fichiers d’exemple
dans I'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples 20. Ce responsable souhaite voir si la
probabilité de défaut de paiement est liée a 1’age, au parcours professionnel et au montant de la
dette, et ce, en intégrant le plan d’échantillonnage.

Exécution de I'analyse

» Pour créer le modele de régression logistique, sélectionnez, a partir du menu :
Analyse > Echantillonnage > Régression logistique...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 200
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Figure 20-1
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes

i Plan d'échantillonnages complexes pour régression logistique

Flan

Fichier :  |bankloan csaplan | Farcourir...

Sivous ne disposez paz d'un fichier de plan pour votre échantillon complexe,
youz pouvez utilizer l'assiztant de préparation d'analyse pour en créer un.
Sélectionnez Prépater pour l'analyse dans le menu Echartilans complaxes

pour accéder & lassistant.

Probabiltés conjointes

Dez probahilités conjointes zont requizes =i le plan exige une estimation YWOR
de probabilté inégalz. Sinon, elles sont ignorées .

@ Lttilizer Ie fichier par défaut  (bankioan.sav)

@ Un ersemble de données ouvert

© Fichier personralisé

[ Annuler ][ Aide ]

» Recherchez et sélectionnez bankloan.csaplan. Pour plus d'informations, reportez-vous a la section
Fichiers d’exemple dans 'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples 20.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 20-2
Boite de dialogue Régression logistique

H Régression logistique des échantillons complexes

Wariables Wariahle dépendante ; 5
= - = hodele...
&5 Activité [oranch] | &4 Artécadent découvert .|
Statistiques...

f Mombre de clients [ncu...
& 10 Cliert [custamer] ISR A S Tests dhypothése. .

Facteurs : Ol rafins...
I Hiveau d'éducation [ed]

Enregistrer ...

Cptions

Covatiables :

‘f Age en années [age]

‘gﬁ Mb d'années avec ...
‘g& Mb d'années a l'adre...
& Rewvenu du fayer en... [

Sous-population

“ariakle :

hodalte :

5k Y coter  |[meintisiser |[ annuer [ side |

Sélectionnez Manquement précédent comme variable dépendante.
Sélectionnez Niveau d’éducation comme facteur.

Sélectionnez les options de Age en années a Autres dettes en milliers comme covariables.

vV v v Y

Sélectionnez Manquement précédent et cliquez sur Modalité de référence.



203

Régression logistique des échantillons complexes

Figure 20-3
Boite de dialogue Modalité de référence de la régression logistique

H Régression logistique des échantillons complexes : Modalité de référence

ockalte ce référence
@ waleur ka plus éevée
@ Waleur la plus faible

© Personnalisé

Annuler ][ Aicle ]

» Sélectionnez Valeur la moins élevée comme modalité de référence.

Vous définissez ainsi la modalité « N’a pas manqué » comme modalité de référence ; ainsi les
odds ratios rapportés dans les résultats indiquent que la probabilité de manquement augmente avec
des odds ratios croissants.

» Cliquez sur Poursuivre.

» Cliquez sur Statistiques dans la boite de dialogue Régression logistique.

Figure 20-4
Boite de dialogue Statistiques de régression logistique

H Reégression logistique des échantillons complexes : Statistiques

Qualté de I'sjustement
[+ Paeudo R-deux

[+ Tableau de classement

Paramétres
[+ Estimation [7] covariances des estimations de paramétres

@ Estimation mise en exposant Ei Corrélations des estimations de paramétres

E‘ Erreur standard m Effet de plan
|_1_£'| Intervalle de confiance EI Racine carrée de 'effet de plan
[ testt

[ Statiztiques récapitulatives des variables de modéle

|_1_d Informations sur le plan d'échantilonnzaoge

: [ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Tableau de classement dans le groupe Ajustement du modéle

» Sélectionnez Estimer, Estimation mise en exposant, Erreur standard, Intervalle de confiance et Effet de
plan dans le groupe de paramétres.

» Cliquez sur Poursuivre.
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» Cliquez sur Odds Ratios dans la boite de dialogue Régression logistique.

Figure 20-5
Boite de dialogue Odds Ratios de la régression logistique

H Régression logistique des échantillons complexes : Odds Ratios

Facteurs Oudels ratics utiisés pour comparer des nivesus de facteurs

d:l Miveau d'éducation [ed] Critére |Modalité de réeference |
Miveau d'education [ed] (waleur la plus Eleves)

Covariahbles @ Oz ratios utiizés pour modifier des valeurs de covarisbile ©

g& Age en années [age] | < Covariable |Uni'tés de modification
& Mb d'années avec ' Mb d'années avec l'employe... 1

& Nb dannées & Madr.. [© Ratio DéBtCrédi (100 [d... 1

Un ensemble d'odos ratios est génére pour chague variable présente dans les griles Odds Ratios.
Pour chague enzemble, tous les autres facteurs du modéle sont Evalués & leurs niveauy masima ;|
toutes les autres covarishles le sont & leurs moyennes.

IEPoursuiweé Annuler ][ Aide ]

» Choisissez de créer des odds ratios pour le facteur ed et les covariables emploi et dettrev.
» Cliquez sur Poursuivre.

» Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Régression logistique.

Pseudo R-deux

Figure 20-6

Statistiques de pseudo R-deux
Cox et Snell 330
Magelkerke 451
MeFadden 304

Wariahble dépendante ; Antécédent découvert
(modalité de référence = MNon) Modéle
CfOrdonnee & l'origine), ed, age, employ,
address, income, debtine, creddebt, othdeht

Dans un modele de régression linéaire, le coefficient de détermination R2 récapitule la proportion

de la variance dans la variable dépendante associée aux prédicteurs (variables indépendantes). Les
valeurs de R? les plus élevées indiquent que le modéle explique davantage de variation, jusqu’a un
maximum de 1. Pour les modéles de régression comportant une variable dépendante catégorielle,

il n’est pas possible de calculer une seule statistique R? regroupant toutes les caractéristiques de R?
du modele de régression linéaire ; ¢’est pourquoi ces approximations sont calculées. Les méthodes
suivantes sont utilisées pour estimer le coefficient de détermination.

B Le R2(Cox et Snell, 1989) de Cox & Snell est basé sur le log de vraisemblance du modéle
compar¢ au log de vraisemblance du mode¢le de la ligne de base. Cependant, avec des
résultats catégoriels, la valeur théorique maximale est inférieure a 1, y compris dans un
modele « parfait ».
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m  Le R%2(Nagelkerke, 1991) de Nagelkerke est une version ajustée du R-carré de Cox & Snell qui
ajuste 1’échelle de la statistique pour couvrir la totalité de 1’intervalle compris entre 0 et 1.

m  Le R?(McFadden, 1974) de McFadden est une autre version, basée sur les noyaux de
log-vraisemblance, pour le modéle a constante seulement et le modéle entiérement estimé.

Les raisons pour lesquelles une valeur de R? peut étre considérée comme “bonne” varient
selon les champs d’application. Si ces statistiques peuvent étre subjectives en soi, elles sont
particuliérement utiles pour comparer des modeles en compétition pour les mémes données. Le
modéle dont la statistique R? est la plus élevée est le “meilleur” selon cette mesure.

Classification
Figure 20-7
Tableau de classement
Prévisions
Fourcentage

Ohservations Han QUi correct
Mon 1882897 |31871,267 855%
Qi 49570,600 [7YET5,133 B0,9%
Fourcentage glohal G8.5% 31,5% T6,5%

Wariable dépendante - Antécédent découvert (modalité de
réfarence = Maon) Modéle

C{Ordonnée & lorigined, ed, age, employ, address, income,
debtine, creddebt, othdebt

Le tableau de classement affiche les résultats pratiques de 1’utilisation du modéle de régression
logistique. Pour chaque observation, la réponse prévue est Oui si le logit prévu de ce modéle est
supérieur a 0. Les observations sont pondérées par finalweight, afin que le tableau de classement
rapporte les performances attendues du mod¢le dans la population.

B Les cellules de la diagonale sont des prévisions correctes.

m  Les cellules hors de la diagonale sont des prévisions incorrectes.

En vous basant sur les observations utilisées pour créer le modéle, vous pouvez envisager

de classer correctement 85,5 % des personnes ne manquant pas a leurs engagements dans la
population utilisant ce modele. De méme, vous pouvez envisager de classer correctement 60,9 %
des personnes manquant a leurs engagements. Au total, vous pouvez envisager de classer

76,5 % des observations correctement ; cependant, du fait que ce tableau a été construit sur

des observations utilisées pour créer le modele, ces estimations sont probablement un peu trop
optimistes.
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Tests des effets de modeéle

Figure 20-8
Tests des effets intersujets

Source df1 df2? Wald F Sii.
Modéle corrigé) 11,000 4,000 14 669 010
(Ordonnée & l'origine) 1,000 14,000 8777 031
ed 4,000 11,000 1,683 224
age 1,000 14,000 5,352 036
emplay 1,000 14,000 88,244 oo
address 1,000 14,000 1,123 207
incame 1,000 14,000 ooy a3z
debtine 1,000 14,000 27 632 ano
creddeht 1,000 14,000 33,402 a0
othdeht 1,000 14,000 ] 414
Yariahle dépendante | Antécédent découver (modalité de référence = MNan)
Modéle

SiOrdonnée 3 loriging), ed, age, employ, address, income, debting,
creddeht, othdebt

Chaque terme du mode¢le, ainsi que le modéle dans son ensemble, est testé pour savoir si son
effet est égal a 0. Les termes avec des valeurs de signification inférieures a 0,05 ont des

effets perceptibles. De cette manicre, dge, emploi, dettrev et dettcred contribuent au modele,
contrairement aux autres effets principaux. Dans une analyse approfondie des données, vous allez
probablement supprimer éd, adresse, revenu et autrdettes de la considération du modele.

Estimations de parametre

Figure 20-9
Estimations des parametres

Intervalle de Effet Intervalle de confiance
Antécédent Erreur confiance 95% du Exp 495 % pour Exp(B)
découvert Faramétre B std. Inférieur | Supérieur plan =) Inférieur | Supérieur
Qi Ordonnée 3
I('Drigine) -1,140 394 -1,995 -,284 GBS 320 136 783
[ed=1] TJ20 340 =010 1,448 862 2,054 9450 4259
[ed=2] Ba4d 371 - 112 1,481 1,247 1,983 Ba4 4,347
[ed=3] a8 207 - 140 177 813 1,679 268 3,244
[ed=4] 789 302 142 1,437 a1y 2202 1,162 4208
[ed=5] Joooa . . . . 1,000 . .
age - 023 01 - 043 -0o2 A8 ars 458 898
employ -225 024 =277 =174 1,200 798 Jag 840
address - 028 26 -, 085 J0z9 651 a7z 919 1,029
ihcorme Joao o3 - ooy JOog 1,410 1,000 9493 1,006
debtine 085 018 056 A34 | 1,222 | 1100 1,058 1,143
creddebt 493 g5 10 BT6 1,373 1,637 1,363 1,966
othdebt 026 031 - 041 094 1,218 1,027 960 1,098

YWariahle dépendante - Antécédent découvert (modalité de référence = Mon) Modéle
CfOrdonnée 3 l'origine), ed, age, employ, address, income, dekbting, creddeht, othdebt

a. Paramétré sur zéro car ce parametre est redondant.

Le tableau des estimations de parametres récapitule 1’effet de chaque variable indépendante.
Notez que les valeurs du parameétre affectent la probabilité de la modalité « A manqué » relative
a la modalité « N’a pas manqué ». Cependant, les paramétres avec des coefficients positifs
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augmentent la probabilité de manquement aux engagements, alors que les paramétres avec des
coefficients négatifs diminuent la probabilité de manquement aux engagements.

La signification d’un coefficient de régression logistique n’est pas aussi évidente que celle
d’un coefficient de régression linéaire. Bien que B soit pratique pour tester les effets du modele,
Exp(B) est plus facile a interpréter. Exp(B) représente la modification du rapport dans la cote de
I’événement étudié attribuable a I’augmentation d’une unité de la variable indépendante pour les
variables indépendantes qui ne font pas partie de termes d’interaction. Par exemple, Exp(B) pour
emploi est égal a 0,798, ce qui signifie que la cote de manquement des personnes qui ont le méme
employeur depuis deux ans est 0,798 fois la cote des manquements de ceux qui ont le méme
employeur depuis un an, tout le reste étant identique.

Les effets de plan indiquent que certaines erreurs standard calculées pour ces estimations de
paramétres sont plus élevées que celles que vous auriez obtenues si vous aviez supposé que ces
observations provenaient d’un échantillon aléatoire simple, alors que d’autres sont plus petites. 11
est extrémement important d’incorporer les informations de plan d’échantillonnage a votre analyse
car vous risquez sinon de conclure, par exemple, que le coefficient age n’est pas différent de 0 !

Odds Ratios
Figure 20-10
Odds ratios pour le niveau d’éducation
Intervalle de confiance
95%
Antécédent découvert | Odds Rating Inférieur | Supérieur
Miveau Miveau bac et Bac+5 et Oui
deducation  plus 2,054 890 4,298
Bac+ZetBac+detplus  OQui 1,983 804 4,397
Bac+3 etBac+Aetplus  Oui 1,674 8ag 3,244
Bac+4 et Bac+Aetplus  Oui 2,202 1,142 4,208

Yariahle dépendante - Antécédent découvert (modalité de référence = Mon) Modéle
CfOrdonnee & l'origine), ed, age, employ, address, income, debtine, creddeht, othdebt

A Lesvaleurs ci-aprés sont fixées pour les covariables et les facteurs utilisés pour le caloul
MNiveau d'éducation=Bac+5 et plus; Age en années=34,19; Mh d'années avec 'employeur
actuel=6,33; Kb d'années 3 'adresse actuelle=6,32; Revenu du fover en milliers de $=60,16;
Ratio Dekit'Cradit ol 00=2,9341; Déhit carte de crédit en milliers de §=1,9764; Autre dette en
milliers de $=3,9164

Ce tableau affiche les odds ratios de Manquement précédent aux niveaux des facteurs du niveau
d’éducation. Les valeurs rapportées sont les rapports des cotes de manquement allant de N’a pas
terminé le lycée & Diplome de premier cycle, par rapport a la cote de manquement pour Diplome
de second cycle. Ainsi, un odds ratio de 2,054 dans la premiére ligne du tableau signifie que la
cote de manquement pour une personne qui n’a pas terminé le lycée est 2,054 fois la cote de
manquement d’une personne diplomée du second cycle.
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Figure 20-11
Odds ratios pour le nombre d’années travaillées chez I'employeur actuel

Intervalle de conflance

A5%
Inités de modification Antécédent découvert | Odds Rating Inférieur | Supérieur
M d'années ave: 1,000 i
I'employveur actuel 798 758 240

Variable dépendante ; Antécédent découvert (modalité de référence = MNon) Modéle
C(Ordonnée & l'origing), ed, age, employ, address, income, debting, creddebt, othdekbt

a. Lesvaleurs ci-aprés sont fixdes pour les covariables et les facteurs utilisés pour le calcul - Miveau
d'éducation=Bac+5 et plus; Age en années=34,19; Nb d'années avec I'employeur actuel=6,99; Mb
d'années & ladresse actuelle=6,32; Revenu du foyver en milliers de $=60,16; Ratio DEhiCrédit
(%1 00)=9,9341; Deébit carte de crédit en milliers de $=1,9764; Autre dette en milliers de §=3,9164

Ce tableau affiche les odds ratios de Manquement précédent pour une modification d’unité de la
covariable Nb d’années avec l’employeur actuel. La valeur reportée est le rapport de la cote de
manquement pour une personne avec 7,99 années d’ancienneté comparé a la cote de manquement
d’une personne avec 6,99 années (la moyenne).

Figure 20-12
Odds ratios pour les dettes en fonction du taux de revenu

Intervalle de conflance

95%
Unités de modification Antécédent découvert | Odds Ratiog Infarieur | Supérieur
Ratio DEhitirédit (o1 00y 1,000 oui 1,100 1,058 1,143

Yariahle dépendants  Antécédent découvert (modalité de référence = Mon) Modéle
COrdonnge & l'origine), ed, age, employ, address, income, debting, creddebt, othdebt

A, Lesvaleurs ci-aprés sont fixées pour les covarables et les facteurs utilisés pour le calcul: Miveau
d'éducation=Bac+5 et plus; Age en années=34,19; Mb d'années avec l'emploveur actuel=6,99; Mb d'années 3
l'adresse actuelle=6,32; Revenu du fover en milliers de §=60,16; Ratio Dehit'Crédit 40 00)=9,9341; Déhit carte
de crédit en milliers de $=1,9764; Autre dette an milliers de $=3,9164

Ce tableau affiche les odds ratios de Manquement précédent pour une modification d’unité de

la covariable Rapport dette/revenu. La valeur reportée est le rapport de la cote de manquement
pour une personne avec un taux de dette par revenu de 10,9341 comparé a la cote de manquement
d’une personne avec 9,9341 (la moyenne).

Notez que comme aucune de ces variables indépendantes ne fait partie des termes d’interaction,
les valeurs des odds ratios rapportées dans ces tableaux sont égales aux valeurs des estimations de
paramétres exponentielles. Lorsqu’une variable indépendante fait partie d’un terme d’interaction,
son odds ratio tel qu’il est rapporté dans ces tableaux dépend également des valeurs des autres
variables indépendantes qui constituent I’interaction.

Reécapitulatif

A I’aide de la procédure Régression logistique des échantillons complexes, vous avez construit un
modele pour prévoir la probabilité qu’un client donné manque a son prét.

Un probléme important pour les responsables des préts est le colit des erreurs de type I et de
type II. En fait, quel est le cotit du classement d’une personne manquant a ses engagements
dans la catégorie des personnes ne manquant pas a leurs engagements (type I) ? Quel est le
colt du classement d’une personne ne manquant pas a ses engagements dans la catégorie
des personnes manquant a leurs engagements (type II) ? Si les mauvaises dettes sont votre
préoccupation principale, alors minimisez votre erreur de type I et maximisez votre sensibilité.
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Si le développement de votre base client est la priorité, abaissez alors votre erreur de type II et
maximisez votre spécificité. Habituellement, les deux sont des préoccupations majeures, vous
devez donc choisir une régle de décision optimisant a la fois la sensibilité et la spécificité pour
classer les clients.

Procédures apparentées

La procédure de régression logistique des échantillons complexes est un outil utile pour modéliser
une variable qualitative lorsque les observations ont été congues en fonction d’un schéma
d’échantillonnage complexe.

m [’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes permet d’indiquer les spécifications

du plan d’échantillonnage complexe et d’obtenir un échantillon. Le fichier de plan
d’échantillonnage créé par 1’assistant d’échantillonnage contient un plan d’analyse par défaut
et peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lors de I’analyse de 1’échantillon obtenu en
fonction de ce plan.

L’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes est utilisé pour indiquer les
spécifications d’analyse d’un échantillon complexe existant. Le fichier de plan d’analyse créé
par I’assistant d’échantillonnage peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lorsque vous
analysez 1’échantillon correspondant a ce plan.

La procédure Echantillons complexes - Mod¢le linéaire général vous permet de modéliser
une réponse d’échelle.

La procédure de régression ordinale des échantillons complexes vous permet de modéliser
une réponse quantitative.
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La procédure de régression ordinale des échantillons complexes crée un modéle de prévision
pour une variable dépendante ordinale, pour les échantillons réalisés a 1’aide des méthodes
d’échantillonnage complexe. Vous pouvez également demander une analyse pour une
sous-population.

Utilisation de la procédure de régression ordinale des échantillons
complexes pour analyser des résultats d’enquéte

Des ¢lus étudiant un projet de loi devant I’assemblée 1égislative souhaitent savoir si ce projet est
populaire aupres des électeurs et déterminer le lien existant entre cette popularité et la répartition
démographique des électeurs. Les enquéteurs congoivent et ménent des entretiens en fonction
d’un plan d’échantillonnage complexe.

Les résultats de 1’enquéte sont recueillis dans le fichier poll cs_sample.sav. Le plan
d’échantillonnage utilisé par les enquéteurs se trouve dans le fichier poll.csplan. Ce plan faisant
appel a une méthode de probabilité proportionnelle a la taille (PPS - Probability proportional
to size), il existe également un fichier contenant les probabilités de sélection conjointes
(poll_jointprob.sav). Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans
I'annexe A dans /BM SPSS Complex Samples 2(0.Utilisez la procédure de régression ordinale des
échantillons complexes afin d’ajuster un modéle concernant la cote de popularité du projet de
loi en fonction de la répartition démographique des électeurs.

Exécution de I'analyse

» Pour exécuter une analyse Echantillons complexes - Régression ordinale, sélectionnez les options
suivantes dans le menu :

Analyse > Echantillonnage > Régression ordinale...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 210
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Figure 21-1
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes

EHPlan d'échantillons complexes pour régression ordinale

Flan

Fichier © lipall csplan | Parcourir...

Si vous ne disposez pas dun fichier de plan pour votre échantillon
complexe, vous pouver utilizer 'assistant de préparation d'analyse pour
en créer un. Sélectionnez Préparer pour l'analyse dans le menu
Echartillons complexes pour accéder & l'assistant.

Probabilités conjointes

Des probabilités conjointes sont requises =i le plan exige une estimation
WIOR de probahilité inégale. Sinon, elles sont ignorées.

© Uilizer e fichier par défaut (yall )

@ Un ensemble de données ouvert

@ Fichier personnalisé

Fichier : |1pDIIJ0irrtpr0b.sav | Parcourit...

: [ Annuler ][ Aidde ]

Accédez au fichier poll.csplan, puis sélectionnez-le comme fichier de plan. Pour plus
d'informations, reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans I'annexe A dans /BM SPSS
Complex Samples 20.

Sélectionnez le fichier de probabilités conjointes poll jointprob.sav.

Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 21-2
Boite de dialogue Régression ordinale

H Reégression ordinale des échantillons complexes

Wariables Wariahle dépendante : =
= = Madele...
&b Voter ID [votsid] [l The legisisture shouid e...| =
&b Meighbarhood [nbrhood] Rl
&b Township [tovn] [Probabllrtes AL ] Tests dhypothése. .
Court it :
o Courty [courty] Facteurs : Ouls ratios...

.gﬁ Incluzion (Selection) Pr...
& Cumulative Sampling W...
.g& Cumulative Sampling V...

{l Ane category [anecst]
% Gender [gender]

&5 Woted in last election [v... Optians
;[l Drriving frequency [driv...

Enregistrer...

Covatiables :

Fonction de lien :

|Logi‘t =2

Sous-population

“ariahle :

i |

i Mockalite :

I ik ” Caller ”Réin'rtialiser” Annuler ” Ajde ]

» Sélectionnez la variable L assemblée législative doit promulguer une taxe sur le gaz comme
variable dépendante.

» Sélectionnez Tranche d’dge a Effectif comme facteurs.

» Cliquez sur Statistiques.
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Boite de dialogue Statistiques de régression ordinale

H Régression ordinale des échantillons complexes : Statistiques

Gualite de I'sjustement
[+ Pseudo R-deuy

[+ Tableau de classament

[+ Erreur standard

[+ Intervalle de confiance

Droites paralléles

Paramétres
Eﬁ Estimation L: Covatiances des estimstions de paramétres
Eﬁ Estimation mise en exposant L. Corrélations des estimations de paramétres

|| Racine carrée de I'etfet de plan

[ Test de Wald o'égalité des pertes
|| Estimations des paramétres pour modéle générslizé (pentes inégales)

|| Covariances des estimstions des paramétres pour mocéle généralizé (pertes induslas)

[ Statistiques récapitulatives des varisbles de modéle

@ Informations sur e plan d'échantilonnage

[Annuler ][ Aide ]

Sélectionnez Tableau de classement dans le groupe Ajustement du modele.

Sélectionnez Estimer, Estimation mise en exposant, Erreur standard, Intervalle de confiance et Effet de
plan dans le groupe de parametres.

Sélectionnez Test de Wald d’égalité des pentes et Estimation des paramétres pour modéle généralisé

(pentes inégales).

Cliquez sur Poursuivre.

Cliquez sur Tests d’hypothése dans la boite de dialogue Echantillons complexes - Régression

ordinale.
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vV v v v

Figure 21-4
Boite de dialogue Tests d’hypothese

H Régression ordinale des échantillons complexes : Tests d'hypothese

Statistique de test Degrés de liberté de 'échartilonnage
OF ® Basé sur le plan d'échartilonnage
@ F sjuste O Fize
© Chi-deus

© Khi-teus ajusté

Ajustement pour les comparaisons muttiples
| © pitférence la mainz significative
@ sidak séauentiel
@) Bonterroni séquertiel
© sidak

© Bonferroni

|§Poursuivre§|[ ArinUler ][ Bide ]

Méme pour un nombre moyen de variables indépendantes et de modalités de réponses, la
statistique du test F de Wald peut s’avérer incalculable pour le test des droites paralléles.

Sélectionnez F ajusté dans le groupe Statistique de test.
Sélectionnez Sidak séquentiel comme méthode d’ajustement des comparaisons multiples.
Cliquez sur Poursuivre.

Cliquez sur Odds Ratios dans la boite de dialogue Echantillons complexes - Régression ordinale.
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Boite de dialogue Odds ratios de régression ordinale

H Régression ordinale des échantillons complexes : Odds Ratios

Facteurs :

&) Gender [gender]

Ll &0 CHegOry [agec.

&b Vated in last electio... |
d:l Driving frequency ...

Odds ratios cumulés utiizés pour comparer des niveaw: de facteur :

Critére |Mndalité de référence |
Age category [agecat] (WValeur la plus élevée)
Drriving freguency [drivefred] 10-14 999 milesiear

Covariables :

Odefs ratios cumulés dtilizés pour modifier des valeurs de covatiable :

Covariable Unités de modification

Un enzemble d'odds ratios cumulés est généré pour chague variable présente danzs les griles Odds Ratios.
Pour chague enzemble, tous les autres facteurs du modéle sont évalués & leurs niveaus maximal | toutes les
autres covarisbles le zont & leurs moyennes.

i Annuler ][ Aicle ]

» Choisissez de produire des odds ratios cumulés pour Tranche d’dge et Effectif.

» Sélectionnez 10-14 999 miles/an, un trajet annuel plus « typique » que le maximum, comme
modalité de référence pour Effectif.

» Cliquez sur Poursuivre.

» Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Echantillons complexes - Régression ordinale.

Pseudo R-deux

Figure 21-6

Pseudo R-deux
Cox et Snell REE]
Magelkerke 91
McFadden 071

Yariahle dépendante - The legislature should enact

a gas tax (Croissant)

Modéle : (Seuil, agecat, gender, votelast, drivefrey
Fanction de lien : Lagit

Dans un modéle de régression linéaire, le coefficient de détermination R2 récapitule la proportion

de la variance dans la variable dépendante associée aux prédicteurs (variables indépendantes). Les
valeurs de R? les plus élevées indiquent que le modéle explique davantage de variation, jusqu’a un
maximum de 1. Pour les modéles de régression comportant une variable dépendante catégorielle,

il n’est pas possible de calculer une seule statistique R? regroupant toutes les caractéristiques de R?
du modele de régression linéaire ; ¢’est pourquoi ces approximations sont calculées. Les méthodes
suivantes sont utilisées pour estimer le coefficient de détermination.
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B Le R2(Cox et Snell, 1989) de Cox & Snell est basé sur le log de vraisemblance du modéle
comparé au log de vraisemblance du mod¢le de la ligne de base. Cependant, avec des
résultats catégoriels, la valeur théorique maximale est inférieure a 1, y compris dans un
modeéle « parfait ».

m  Le R%2(Nagelkerke, 1991) de Nagelkerke est une version ajustée du R-carré de Cox & Snell qui
ajuste 1’échelle de la statistique pour couvrir la totalité de 1’intervalle compris entre 0 et 1.

m  Le R?(McFadden, 1974) de McFadden est une autre version, basée sur les noyaux de
log-vraisemblance, pour le modéle a constante seulement et le modéle entiérement estimé.

Les raisons pour lesquelles une valeur de R? peut étre considérée comme “bonne” varient
selon les champs d’application. Si ces statistiques peuvent étre subjectives en soi, elles sont
particuliérement utiles pour comparer des modeéles en compétition pour les mémes données. Le
modéle dont la statistique R? est la plus élevée est le “meilleur” selon cette mesure.

Tests des effets de modele

Figure 21-7
Tests des effets de modéle
Sidak Sig.
Source ifl fZ Wald F ajusté Sig. seguentiel
agecat 2,283 31,966 6,215 oo4 a03
gender 1,000 14,000 046 B34 B34
votelast 1,000 14,000 O7e a7 a7
drivefreq 3,785 52987 228014 0o oan

Watiable dépendante : The legislature should enact a gas tax (Croissant)
Modéle : (Seuil), agecat, gender, votelast, drivefreg
Fonction de lien : Logit

Chaque terme du modéle est testé pour savoir si son effet est égal a 0. Les termes avec des valeurs
de signification inférieures a 0,05 ont des effets perceptibles. Par conséquent, les variables
agecat et drivefreq contribuent au modéele, contrairement aux autres effets principaux. Dans une
analyse approfondie des données, vous pourriez envisager de supprimer les variables gender et
votelast du modele.

Estimations de parametre

Le tableau des estimations de paramétres récapitule 1’effet de chaque variable indépendante. Bien
que I’interprétation des coefficients de ce modéle soit difficile du fait de la nature de la fonction de
lien, les signes des coefficients des covariables et ceux des valeurs relatives des coefficients des
niveaux de facteurs peuvent donner d’importantes indications concernant les effets des variables
indépendantes du modele.

m  Pour les covariables, des coefficients positifs (négatifs) indiquent des relations positives
(inverses) entre les variables indépendantes et les résultats. Une valeur de covariable
croissante avec un coefficient positif correspond a une probabilité croissante de se situer dans
I’une des modalités de résultats cumulés les plus « élevées ».
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®  Pour les facteurs, un niveau de facteur avec un coefficient supérieur indique une plus grande
probabilité de se situer dans 1’une des modalités de résultats cumulés les plus « élevées ». Le
signe d’un coefficient d’un niveau de facteur dépend de I’effet de ce niveau de facteur par
rapport a la modalité de référence.

Figure 21-8
Estimations des parametres
Intervalle de
Intervalle de confiance conflance 3 95 %
Erreur 5% Effetdu | Exp pour ExpB)

Parametre | B std. Inférieur | Supérieur plan By | Inférieur | Supérieur

Seuil [opinion_oastax=1] | -3,343 04 -3,566 -3120 1,132 | 035 028 044
[opinion_gastas=2] | -1,910 0498 -2120 -1,700 1,088 | 148 120 183
[opinion_gastax=3] - 674 0490 -, 866 -,482 815 | 510 421 618

Régression  [agecat=1] -,324 079 - 434 - 154 1,783 | 723 610 8ag
[anecat=2] - 138 054 -, 255 - 022 1,158 | 871 T78 878
[agecat=3] -095 076 -257 068 2,206 | 909 T73 1,070
[agecat=4] ,oope . . . .| 1,00 . .
[gender=0] -,008 035 - 084 068 545 | 592 920 1,071
[gender=1] Jaao2 . . . .| 1,00 . .
[votelast=0] 011 039 - 095 073 1,103 | 989 909 1,076
[votelast=1] ,oope . . . .| 1,00 . .
[drivefreg=1] -3,751 153 -4,079 -3,423 1,117 | 023 017 033
[drivefreq=2] -3,003 1B -3,251 -2,785 1,226 | 050 039 J0&E4d
[drivefren=3] -2,295 14 -2,540 -2,050 1,885 | 101 0739 128
[drivefren=4] -1,4870 0492 -1,764 -1,372 1,078 | 208 AEA 284
[drivefreq=5] -a812 oas -1,003 -621 A4 444 367 837
[drivefreg=6] ,ano2 . .| 1,00

Watiable dépendante - The legislature should enact a gas tax (Croissanty
Modéle  (Seuil), agecat, gender, votelast, drivefrer
Fonction de lien : Logit

a. Paramétré sur #éro car ce paramétre est redondant,

Vous pouvez tirer les conclusions suivantes en fonction des estimations des parametres :

B Les personnes des tranches d’age inférieures affichent un plus grand soutien pour le projet
de loi que les personnes de la tranche d’age la plus élevée.

m Les personnes qui conduisent moins souvent affichent un plus grand soutien pour le projet de
loi que celles qui conduisent plus souvent.

B Les coefficients des variables gender et votelast, en plus de ne pas étre statistiquement
significatifs, semblent faibles par rapport aux autres coefficients.

Les effets de plan indiquent que certaines erreurs standard calculées pour ces estimations de
parameétres sont plus élevées que celles que vous auriez obtenues a I’aide d’un échantillon
aléatoire simple, alors que d’autres sont plus faibles. Il est capital d’incorporer les informations
du plan d’échantillonnage a votre analyse, sinon vous risquez de conclure, par exemple, que le
coefficient du troisiéme niveau de la tranche d’dge, [agecat=3], différe significativement de 0 !
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Classification

Figure 21-9
Informations sur les variables catégorielles

Effectif Pourcentage
pondéré pondéré

The legislature Strangly agrea 25132,955 21,3%
should enacta gas Agree 32261,425 27,3%
tax Disagree 28477417 24,8%
Strongly disagree 3314,203 26,5%

Age category 18-30 20509504 17.4%
31-45 35380,506 28,9%

46-60 34865,792 29,5%

=G0 27430198 232%

Gender Male 61424547 52,0%
Fernale A6T61,453 48,0%

Yoted in last election Mo TOBOD7, 216 59, 7T%
Yes 4TET73,784 40,3%

Driving freguency Do hot own car 3437137 2,9%
=10,000 milesfiyear 10816,349 9,2%

10-14,998 milesiyear  |32539,364 275%

15-19,999 milesiear  |39179,814 33,2%

20-29,998 milesiear 25617 804 21,7%

==30,000 milestyear 6595532 5,6%

Taille de la population 118186,0 100,0%

3. Lesvaleurs des variables dépendantes sont trigées dans l'ordre

croigsant.

Etant donné les données observées, le modéle « nul » (qui est un modele sans variable
indépendante) classerait tous les clients dans le groupe modal D ’accord. Ainsi, le modéle nul
serait correct pour 27,3 % des observations.

Figure 21-10
Tableau de classement
Prévisions
Stronagly Strangly Fourcentage

Ohsenations agree Adree Disagree disagree correct
Strongly agree TO67 567 |12130,814 | 3874825 | 2058740 281%
Agree 4271,234 14464286 | 7320767 | 6205137 44 8%
Disagrea 2024816 11703368 | 7108487 | BE40,746 241%
Strongly disagree 589,869 | 8169109 | BY946522 |15308,703 43,9%
Pourcentage global 12,1% 39,3% 21,4% 27.3% 37.2%

Watiable dépendante : The legislature should enact a gas tax (Croissant)
Modéle : (Seuil, agecat, gender, wotelast, drivefreg
Fonction de lien : Logit

Le tableau de classement affiche les résultats pratiques de 1’utilisation du modéle. Pour chaque
observation, la réponse prévue est la modalité de réponse dotée de la probabilité de prédiction la
plus élevée du modele. Les observations sont pondérées en fonction de la valeur Pondération
d’échantillonnage finale, de sorte que le tableau de classement reporte les performances attendues
du modele dans la population.

B Les cellules de la diagonale sont des prévisions correctes.

B Les cellules hors de la diagonale sont des prévisions incorrectes.
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Le modg¢le classe correctement 9,9 % de plus ou 37,2 % des observations. Plus particuliérement,
le modéle est considérablement plus efficace pour classer les personnes qui sont d accord ou pas
du tout d’accord, et un peu moins efficace pour classer celles qui sont plutot pas d’accord.

Odds Ratios

Les odds ratios cumulés sont définis comme le rapport entre la probabilité que la variable
dépendante adopte une valeur inférieure ou égale a une modalité de réponse donnée et la
probabilité qu’elle adopte une valeur supérieure a la modalité de réponse. L’odds ratio cumulé est
le rapport des odds cumulés pour différentes valeurs de variable indépendante. Il est étroitement
lié aux estimations de paramétre exponentielles. Fait intéressant, 1’odds ratio cumulé lui-méme ne
dépend pas de la modalité de réponse.

Figure 21-11
Odds ratios cumulés de la tranche d'age
Intervalle de confiance Effet du plan
Odds ratio 95% {racine
cUrmulé Inférieur | Supérieur | Effet du plan Carrée)
Age category  18-30 et =60 1,383 1,166 1,639 1,793 1,338
31-45 et =60 1,148 1,022 1,290 1,158 1,076
46-60 et =60 1,100 835 1,294 2,206 1,485

watiable dépendante : The legislature should enact a gas tax (Croissant)
Modéle : (Seuild, agecat, gender, votelast, drivefreq
Fonction de lien : Logit

3. Lesvaleurs ci-aprés sont fiées pour les covariables et les facteurs utilisés pour le calcul
Age category==E0; Gender=Female; Yoted in last election="es; Driving frequency===30,000
milesiyear

Ce tableau affiche les odds ratios cumulés des niveaux de facteurs de la tranche d’dge. Les
valeurs rapportées sont les ratios des odds cumulés des tranches 18—30 a 46—60, par rapport aux
odds cumulés de la tranche > 60. Par conséquent, 1’odds ratio de 1,383 sur la premiére ligne du
tableau signifie que les odds cumulés d’une personne agée de 18—30 ans équivalent a 1,383 fois
les odds cumulés d’une personne de plus de 60 ans. La tranche d’dge n’intervenant dans aucun
terme d’interaction, les odds ratios sont simplement les rapports des estimations de paramétres
exponentielles. Par exemple, 1’odds ratio cumulé de la tranche d’age /8—30 par rapport a la
tranche >60 est de 1,00/0,723 = 1,383.
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Figure 21-12
Odds ratios de Effectif
Intetvalle de confiance Effet du plan
Odds ratio 95% {racine
curmulé Inféricur | Supérieur | Effet du plan carrge)
Ciriving Do not own car et
frequency  10-14,999 milestyear 4,288 2878 B340 2,345 1.531
=10,000 milesiear et
10-14,99 rileshiear 2,030 1,656 2,488 1,838 1,356
15-19,999 milesivear et
10-14.998 milesiear 484 430 546 1,450 1,204
20-29,999 milesiyear et
10-14,999 milesiyear 227 103 267 2,005 1,448
==30,000 milesiear et
10-14,999 mileshear 101 079 128 1,585 1,259

Yariahle dépendanta - The legislature should enact a gas tax (Croissant)
Modéle - (Seuily, agecat, gender, votelast, drivefreg
Faonction de lien ; Logit

A Les valeurs ci-aprés sont fiwées pour les covariables et les facteurs utilisés pour le caloul : Age
category==60; Gender=Female; ¥Yoted in last election=Yes,; Driving frequency===30,000 milesiear

Ce tableau affiche les odds ratios cumulés des niveaux de facteurs de la variable Effectif en
utilisant /0—14 999 miles/an comme modalité¢ de référence. La variable Effectif n’intervenant
dans aucun terme d’interaction, les odds ratios sont simplement les rapports des estimations de
paramétres exponentielles. Par exemple, 1’odds ratio cumulé de 20-29 999 miles/an par rapport a
10-14 999 miles/an est de 0,101/0,444 = 0,227.

Modele cumulé généralisé

Figure 21-13
Test de droites paralléles
Sidak Sig.
il of2 Wald F ajusté Sii. séguential
8769 | 122,767 1,894 051 392

Yariable dépendante : The legislature should enact 5 gas tax
(Croiggant)

Modéle : (Seuily, agecat, gender, votelast, drivefreq

Fonction de lien : Logit

Le test des droites paralléles permet de déterminer si I’hypothése selon laquelle les parameétres
sont identiques pour toutes les modalités de réponses est fondée. Ce test compare le modele
estimé comportant un ensemble de coefficients pour toutes les modalités a un modéle généralisé
comportant un ensemble distinct de coefficients pour chaque modalité.

Le test /' de Wald est un test composite de la matrice de contraste pour I’hypothése des droites
paralléles qui fournit des valeurs de p asymptotiquement correctes ; pour les échantillons de
taille petite 4 moyenne, la statistique F de Wald ajustée donne de bons résultats. La valeur
de signification est proche de 0,05, ce qui suggére que le modeéle généralisé peut améliorer
I’ajustement du modéle. Cependant, le test ajusté Procédure de Sidak séquentielle rapporte une
valeur de signification assez élevée (0,392) qui, dans I’ensemble, indique qu’aucun élément ne
montre clairement la nécessité de rejeter I’hypothése des droites paralléles. Le test Procédure de
Sidak séquentielle commence par des tests Wald de contraste individuels pour fournir une valeur
de p globale. Ces résultats doivent étre comparables au résultat du test Wald composite. Le fait
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qu’ils soient si différents dans cet exemple est assez surprenant, mais peut étre lié¢ a I’existence de
nombreux contrastes dans le test et aux degrés de liberté d’un plan relativement petit.

Figure 21-14
Estimations des parametres pour le modele cumulé généralisé (affichage partiel)

Intervalle de confiance
The legislature should 85%
ehact a gas tax Pararmétre | B Erreur std. Inférieur Supérieur
Stranaly agree (Sedily -3,681 221 -4.1548 -3,207
[agecat=1] -320 099G -84 - 118
[agecat=2] 0758 0T - 227 arr
[agecat=3] -022 073 - 180 135
[agecat=4] Jano2 .
[aender=0] -, 08z 54 - 187 033
[gender=1] Joona .
[vatelast=0] 003 052 - 104 il
[votelast=1] Jaona .
[drivefreq=1] -4,096 267 -4 664 -3,523
[drivefreg=2] -3,367 237 -3,876 -2,847
[drivefreg=3] -2ET8 224 -3,158 -2,1498
[drivefreg=4] -1,928 213 -2,384 -1,471
[drivefreg=5] -1,01% 252 -1,554 - 476
[drivefren=6] ,ano2 .
Agree (Seuil) -1,863 153 -2,291 -1,635
[anecat=1] -,385 045 -8a87 =182
[anecat=2] -,130 J0Eg -,279 a18
[agecat=3] -134 01 - 356 77
[agecat=4] Jano2 .
[aender=0] -,ao4 040 -0a0 08z
[gender=1] Joona .
[vatelast=0] 008 058 - 117 13a
[vatelast=1] Jaona .
[drivefreng=1] -3,867 318 -4,5449 -3,189
[drivefreq=2] -3,0058 75 -3,380 -2,630
[drivefreq=3] -2,2490 87 -2 691 -1,888
[drivefreq=4] -1,633 66 -1,488 -1,278
[drivefreq=5] -,909 37 -1,204 - 615
[drivefreg=6] Joona

De plus, les valeurs estimées des coefficients du modele généralisé ne différent pas beaucoup des
estimations correspondant a I’hypothése des droites paralléles.

Suppression des variables indépendantes non significatives

Les tests des effets de modele indiquent que les coefficients de modéle des variables Sexe et
Résultats des derniéres élections ne sont pas, d’un point de vue statistique, significativement
différents de 0.

» Pour générer un modéle réduit, rouvrez la boite de dialogue Echantillons complexes - Régression
ordinale.
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» Cliquez sur Poursuivre dans la boite de dialogue Plan.

Figure 21-15
Boite de dialogue Régression ordinale

H Reégression ordinale des échantillons complexes

Wariables Wariahle dépendante : =
= . = Modele...
&b Voter ID [votsid] [l The legisisture shouid e...| =
&b Meighbarhood [nbrhood] G
&b Township [tovn] [Probabllrtes AL ] Tests dhypothése. .
Count it :
& Courty [courty] Facteurs : Qdds ratios. .

&) (G IR {l Age category [agecat]

&) VOtEd_ et eleu?hon [ ,{l Drriving frecquency [driv...
.g& Inclusion (Selection) Pr... &+ Citions

f Cumulative Sampling W...
f Cumulative Sampling W...

Enregiztrer...

Covariables :

Fonction de lien :

|Logi‘t =

Sous-populstion

“ariahle :

Mocalite

I ik ” Caller ”Réin'rtialiser” Annuler ” Ajde ]

» Désélectionnez Sexe et Résultats des derniéres élections comme facteurs.

» Cliquez sur Options.
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Figure 21-16

Boite de dialogue Régression ordinale : Options

Régression ordinale des échantillons complexes

HH Reégression ordinale des échantillons complexes : Options

Méthode d'estimation

@ Newton-Raphson

(@ Coordonnées de Fisher

© Méthode des coordonnées de Fisher, puis méthode de Newton-Raphson

Mombre maximal o'térations
avant changement :

“aleurs manguantes spécifiées

@ Traiter comme non valide
(D Traiter comme valide

Ce paramétre s'applique aux variables de plan et de modéle qualtstives

Intervalle de confiance (%)

Critéres d'estimation

taximum des itérations : 100

Mombre maximum de step-halving :

o Limiter les itérations basées sur les changements dans les estimations de paramétres

Changement minitum | 000001 Type: |Relatit =

| Limiter le= itérations basées sur les changements dans les rapports de log-vraisemblance

o/ wérifier la séparation compléte des points de données
Dékut de litération

;Z Afficher Mhistorigue des térations

Incrément :

IEPoursuivreél[ Annuler ][ Aice ]

» Sélectionnez Afficher I'historique des itérations.

L’historique des itérations est utile pour diagnostiquer les problémes rencontrés par I’algorithme

d’estimation.

» Cliquez sur Poursuivre.

» Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Echantillons complexes - Régression ordinale.

Avertissements

Figure 21-17
Avertissements relatifs au modéle réduit

maximal de step-halving.

au modéle estincertaing.

maximal de step-halving.

Lavaleur de log-vraisemblance ne peut pas ére augmentée au-deld du nombre

La procédure CSORDIMAL continue malaré les averdissements ci-dessus. Le reste
des résultats affichés est basé surla derniére itération. La validité de I'ajustement

Le message suivant s'appligue au modéle cumulé généralisé.
Lavaleur de log-vraisemblance ne peut pas ére augmentée au-deld du nombre

Les avertissements indiquent que 1’estimation du modéle réduit s’est terminée avant que les
estimations des paramétres n’atteignent la convergence car la log-vraisemblance n’a pu étre
augmentée avec aucun changement, ou « étape », des valeurs courantes des estimations des

parameétres.
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Figure 21-18
Avertissements relatifs au modele réduit

Seuil Régression

Fseudo

-2 Log [opinion [opinion | [opinian
Numeéro de M vraisembl | _gastax | _gastax= | _gastax | [agec | [agec | [agec [drivef | [drivef | [drivefr | [drivefr | [drivefr
I'itération dichotomie ance =1] 2] =3] at=1] at=2] at=3] reg=1] | reg=2] eng=13] eg=4] en=5]
0 0 | 3266403 -1,309 -,058 1,020 | ,000 000 000 oo paleli] Jaoa it} alali]
1 0 | 3035675 -3,242 -1,881 - 704 | -323 | <137 | -094 [-3841 | -2970 | -2,248 | -1,563 -B35
2 1] 3033363 -3,327 -1,887 - 664 | -325 -138 -095 | -3,740 | -2,998 -2,29 -1,568 - 811
3 0 | 3033359 -3,333 -1,800 - 664 | -326 | -139 | - 096 (-3750 |-3003 | -2,295 | -1,570 - 812
4 0 | 303335,9 -3,333 -1,800 - BE4 | -326 | -139 | -096 |-37a0 | -3003 | -2,298 | 1870 | -@12
54 5 | 3033359 -3,333 -1,800 - 664 | -326 | -139 | -096 |-3750 | -3003 | -2,295 | -1,570 812

Les parameétres redondants ne sont pas affichés. Leurs valeurs sont toujours de zéro dans toutes les itérations.
Variable dépendante: The legislature should enact a gas tax (Croissant)
Modéle : (Seuil), agecat, drivefreg
Fonction de lien : Logit

a. Lavaleur de log-vraisemblance ne peut pas étre augmentée au-deld du nombre maximal de step-halving.
h. La méthode de Mewton-Raphson a été utilisée pour estimer les paramétres.

D’apres I’historique des itérations, les changements survenus dans les estimations des paramétres
au cours des quelques derniéres itérations sont relativement mineurs pour que le message
d’avertissement ne vous préoccupe pas de fagon excessive.

Comparaison de modéles

Figure 21-19

Pseudo R-deux du modele réduit
Cox et Snell 174
Magelkerke 91
McFadden 71

Yariahle dépendante - The legislature should enact
a gas tax (Croissant)
Modéle : (Seuil, agecat, gender, votelast, drivefrey

Fanction de

lien : Logit

Les valeurs R2 du modéle réduit sont identiques a celles du modele d’origine. Ceci plaide

en faveur du modéle réduit.
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Figure 21-20
Tableau de classement du modele réduit
Pravigions
Stronoly Stronaly Pourcentage

Ohservations agres Adres Disagree digagres correct
Stranaly adree 7067567 [12823,258 | 3183,380 | 2058,750 28,1%
Agree 4271,234 |19684,080 | G100,963 | 6205,137 48,6%
Dizagres 2024816 |[13157,809 | 5654,047 | B640,746 19,2%
Stronaly disagree 809,869 | 9226578 | 5889,053 | 15308,703 48,9%
Fourcentage global 121% 431% 17,6% 27.3% 37.0%

Wariable dépendante : The legislature should enact 2 gas tax (Croissant)
Modéle ; (Seuil), agecat, drivefreg
Fonction de lien : Logit

Le tableau de classement complique un peu les choses. Le taux de classement global de 37 %

du modele réduit est comparable au modele d’origine, ce qui plaide en faveur du modéle réduit.
Cependant, le modele réduit change la réponse prévue de 3,8 % des électeurs de Pas d’accord a
D’accord et parmi ces électeurs, plus de la moitié a répondu Pas d’accord ou Pas du tout d’accord.
Il s’agit d’une distinction trés importante a considérer avec soin avant de choisir le mode¢le réduit.

Reécapitulatif

Avec la procédure de régression ordinale des échantillons complexes, vous avez construit des
mode¢les en compétition pour le niveau de soutien du projet de loi en fonction de la répartition
démographique des é€lecteurs. Le test des droites paralléles indique qu’un modéle cumulé
généralisé n’est pas nécessaire. Les tests des effets de modele suggerent que les variables Sexe

et Résultats des dernieres élections peuvent étre exclues du modele, et que la valeur pseudo

R? et le taux de classement global du modéle réduit fonctionnent bien par rapport au modéle
d’origine. Cependant, le modéle réduit classe de manicre incorrecte davantage d’électeurs dans la
scission D ’accord/Pas d’accord, si bien que les législateurs préférent pour 1’instant conserver

le modéele d’origine.

Procédures apparentées

La procédure de régression ordinale des échantillons complexes est un outil utile pour modéliser
une variable ordinale lorsque les observations ont été congues en fonction d’un schéma
d’échantillonnage complexe.

m [’assistant d’échantillonnage des échantillons complexes permet d’indiquer les spécifications
du plan d’échantillonnage complexe et d’obtenir un échantillon. Le fichier de plan
d’échantillonnage créé par 1’assistant d’échantillonnage contient un plan d’analyse par défaut
et peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lors de I’analyse de 1’échantillon obtenu en
fonction de ce plan.

m [’assistant de préparation d’analyse des échantillons complexes est utilis¢ pour indiquer les
spécifications d’analyse d’un échantillon complexe existant. Le fichier de plan d’analyse créé
par ’assistant d’échantillonnage peut étre spécifié dans la boite de dialogue Plan lorsque vous
analysez 1’échantillon correspondant a ce plan.
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La procédure Echantillons complexes - Mod¢le linéaire général vous permet de modéliser
une réponse d’échelle.

La procédure de régression logistique des échantillons complexes vous permet de modéliser
une réponse qualitative.



Chapitre

Régression de Cox des échantillons
complexes

La procédure de la régression de Cox des échantillons complexes effectue une analyse de survie
pour les échantillons réalisés a I’aide de méthodes d’échantillonnage complexes.

Utilisation d’une variable indépendante chronologique dans la
régression de Cox des échantillons complexes

Une administration chargée de I’application de la loi s’inquiéte des taux de récidive dans sa
juridiction. L’une des mesures de récidive est le temps qui s’écoule avant la deuxiéme arrestation
des délinquants. L’agence souhaite modéliser le temps s’écoulant jusqu’a la deuxiéme arrestation a
I’aide de la régression de Cox sur un échantillon réalisé au moyen de méthodes d’échantillonnage
complexes, mais elle craint que I’hypothése des hasards proportionnels ne soit pas valide sur
I’ensemble des tranches d’age.

Les personnes libérées suite a leur premiére arrestation au mois de juin 2003 ont été
sélectionnées a partir de départements échantillonnés, et leurs antécédents judiciaires ont été
étudiés jusqu’a la fin du mois de juin 2006. L’échantillon se trouve dans recidivism_cs_sample.sav.
Le plan d’échantillonnage utilisé se trouve dans le fichier recidivism_cs.csplan. Ce plan
faisant appel a une méthode d’échantillonnage de probabilité proportionnelle a la taille
(PPS), il existe également un fichier contenant les probabilités de sélection conjointes
(recidivism_cs_jointprob.sav). Pour plus d'informations, reportez-vous a la section Fichiers
d’exemple dans 'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples 20. Utilisez la régression de Cox
des échantillons complexes pour évaluer la validité de I’hypothése des hasards proportionnels et
ajuster un modele avec des variables indépendantes chronologiques, le cas échéant.

Préparation des données

L’ensemble de données contient les dates de libération suite a la premiére et a la seconde
arrestation. Comme la régression de Cox analyse les temps de survie, vous devez calculer le
temps écoulé entre ces deux dates.

Cependant, Date de la deuxieme arrestation [date2] contient des observations avec la valeur
03/10/1582 qui est une valeur manquante pour les variables de date. 11 s’agit de personnes n’ayant
pas récidivé et nous tenons a les inclure dans le mod¢le en tant qu’observations censurées a
droite. La période de suivi est arrivée a son terme le 30 juin 2006. Nous allons donc recoder
03/10/1582 en 30/06/2006.

» Pour recoder ces valeurs, a partir des menus, sélectionnez :
Transformer > Calculer la variable...

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 227
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Figure 22-1
Boite de dialogue Calculer la variable

ﬁ Calculer la variable

X

Wariahle cible :

[oete2

Type et éiguette. ..

&) Redion [region]

&) Province [province]
&0 District [dlistrict]
&b City [city]

&) Arrest ID [arrest]
f Age in years [age]

Il social status [socisl]
&) Emploved [employ]
&) Gender [gender]

{I Severity of first ori..

,‘ﬁ Date of release fro...
&5 Posted bail [bail]

L cerand avvest Tavvs

{I Age category [agec..
&) Marital status [marital]

{I Level of education [

&b Violent first crime [v..

&5 Received rehabitati..

.

Expression numerigue :

DATE Dh(30,5,2006)

Groupe de fonctions :

Calcul de date
Création de date
Extraction de dates

Divers

Fonctions de distribution inwel

1 F

Fonctions et variables speciales

-

DATE DMy (elay morith, year) . Mumérigue. Renvoie
une valeur de date correspondant au jour, au mois et
7 l'année indiqués. Les arguments doivent
carrespondre & des nombres entiers, avec e jour
compris entre 1 et 31, le mois compris entre 1 et 13,
et l'annee & un entier & qustre chiffres supérisur &
1552. Pour afficher le résuttat sous forme de date,

Drate Moy
Drate Moyr
Date.Gyr
Date Wkyr
Date rday

{condition facutative de sélection de l'observation)

Ok

] [ Caller ] [Réinﬂialiser ] [ Annuler ] [

side |

» Entrez la variable cible date2.

» Entrez I’expression DATE.DMY(30,6,2006).

» Cliquez sur Si.
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Figure 22-2
Boite de dialogue Expression conditionnelle Calculer la variable

HH Calculer la variable : Expressions conditionnelles

&) Region [region] -
&) Province [province]
& District [district]
&b City [city]

&) Arrest D [arrest] «
@? Age in years [age]
d:l Age category [agec...
&) Marital status [marital]

© Inclure toutes les obzervations

@ Inclure lorsque l'observation remplit |2 condition

MISSIMNG datel)

Groupe de fonctions :

Fonctions de distribution inver

d:l Social status [social]
d:l Level of education [...
&) Etnployed [employ]
&) Gender [gender]

{I Severity of first cri...
&5 Violert first crime [v...
ﬁ; Diate of releasze fro...

Divers
Waleurs mancuantes
PDF et POF non centré

Mombres aléstoires

—
Farbar e by

1“ »

Fonctions et varisbles spéciales :

vV v v v Vv

&) Posted bail [bail] FSysmis
&5 Received rehabiltati.. T = Missing
watiable). Logique. Renvaie 1 au wrai =i une ;
&; Second arrest [arve... ( : e LT o hmizs
. waleur par defaut ou une valeur wilisateur mangue dans |a Mvlicd
ol Severity of second . variable. L'argumert doit &tre un nom de variable figurant )
&b Violent second crim... dans lensemble de données actif. Sysmis

&; Second conviction [... Walue
';dé Date of zecond arr...
& Inciusion (Selection...
@? Cumulstive Samplin...

A ot v Emtnnbinn

[Pour_suiwe][ An_nuler ][ A_ide ]

Sélectionnez Inclure si I'observation remplit la condition :
Entrez I’expression MISSING(date2).

Cliquez sur Poursuivre.

Cliquez sur OK dans la boite de dialogue Calculer la variable.

Puis, pour calculer la durée entre la premiére et la seconde arrestation, a partir des menus,
sélectionnez :
Transformer > Assistant Date et heure...
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Figure 22-3
Etape Bienvenue de I'assistant Date et heure

E Assistant Date et heure

Bienvenue dans 'assistant Date et heure

Gue voulez-vous faire ¢

@) Découvrir comment les dates et les heures sont représentées dans PASW Statistics

© Créer une vatiable datedeure & partiv de parties existantes de variables contenant une date ou une heure

@ Calculer avec des dates et heures

@ Extraire une partie dune variable date ou heure

(@) Attribuer une périodicité & un enzemble de données (pour les données de série
chronologigue). Cela ferme 'assistant et ouvre la boite de dislogue Definir des dates

[ Annuler ] [ Aide ]

» Sélectionnez Calculer avec des dates et heures.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 22-4
Etape de calculs sur les dates de I'assistant Date et heure

EAssistant Date et heure - Etape 1 sur 3

Effectuez des calculs sur les dates

Choizissez l'une des tiches suivantes et cliguez sur Suivant

Ajouter une durée & une date ou soustrayez-la de la date (par exemple, sjoutez un mois &
un &ge, ou additionnez une variable dheure et une varisble de dateheurs)

@ Calculez le nombre d'unités de temps séparant deux dates (ex. | calculez un &ge d'aprés le
nombre d'années séparant ka naissance d'une autre date)

[: Précédem“g" [ Annuler ” Aider ]

» Sélectionnez Calculez le nombre d’unités de temps séparant deux dates.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 22-5
Etape de calcul du nombre d’unités de temps séparant deux dates de I'assistant Date et heure

E Assistant Date et heure - Etape 2 sur 3

Calculer le temps écoulé entre deux dates ou deusx variables de datetheure.

Le résuttat sers une variable entidre, Les fractions dunté seront Siminées. Le résultat 2era une variable de durée. Seules les vatiables de durée sont
affichées danz la liste ci-dessous.

Wariakles Diate
Date et heure actueles. .. Dste of second arrest [date2] |

moing Date2 .

Deate of release from first arrest [datet] |
Linité :
|J0urs

rTrattement cu résultat

| @ Tronouer & l'ertier

© Arrondir & rentier

© conserver les parties fractionnelles

Pour les unitéz Moiz et Année, le résultat est basé sur une longueur |
| d'unité moyenne, =auf en cas de troncation.

FTIME incliciue |z date et 'heure actusles.

e[| aae |

[ = Précédert ]

» Sélectionnez Date de la deuxiéme arrestation [date2] comme premicre date.

» Sélectionnez Date de libération apres la premiére arrestation [datel] comme date & soustraire
de la premiére date.

» Sélectionnez Jours comme unité.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 22-6
Etape de calcul de I'assistant Date et heure
E Assistant Date et heure - Etape 3 sur 3
Caloul : date? - datel
arishle de résuttat Unités :
|durée_avt_événemerd Jours

Etiquette de variahle :

|Durée avant la deuxidme arrestation

"Exécuﬁon

@ Créer la variable maintenant Coller la syntaxe dans la fenétre de syntaxe

” Annuler ][ Aide ]

» Tapez durée_avt_événement pour le nom de la variable représentant le temps écoulé entre les
deux dates.

» Tapez Durée avant la deuxieme arrestation comme étiquette de variable.

» Cliquez sur Terminer.

Exécution de I'analyse

» Pour exécuter une analyse de régression de Cox des échantillons complexes, sélectionnez les
options suivantes dans le menu :
Analyse > Echantillonnage > Modéle de Cox
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Figure 22-7
Boite de dialogue Plan d’échantillonnages complexes pour régression de Cox

B Plan d'échantillonnages complexes pour régression de Cox

Flan

Fichier . recidivism_cs.caplan | Parcourir...

Sivous ne disposez pas dun fichier de plan pour votre chantillon
complexe, vous pouver utilizer 'assistant de préparation d'analyse pour
en créer un. Sélectionnez Préparer pour analyse dans le menu
Echartillons complexes pour accéder & 'assistant.

Probabiltés conjointes

Des probahbilités conjointes sont requises =i le plan exige une estimation
WOR de probahilté inégale. Sinon, elles sont ignorées:.

© LUtiiser le fichier par défaut  (vyecidivism_cs sav)

) Un ensemble de données ouvert

®) Fichier personnalisé

Fichier : |1.recidivism_ch0intpr0b.sav | Parcauri...

: [ Annuler ][ Aidle ]

» Accédez au répertoire des fichiers d’exemple et sélectionnez recidivism_cs.csplan comme fichier
de plan.

» Sélectionnez Fichier personnalisé dans le groupe des probabilités conjointes, accédez au répertoire
des fichiers d’exemple et sélectionnez recidivism_cs_jointprob.sav.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 22-8
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Heure et événement

Regression de Cox des échantillons complexes

Heure et événement Wariables indépendartes | Sous-groupes  Modéle | Statistigues  Disgrammes  Tests dhypothése  Enregistrer | Exporter  Options

Wariahles : Temps de survie

&, Region [region] Début de lintervalle cdébut du risgue)
&) Province [province] @ Temps 0

& District [sitrict] © Varie en fonction du sujet

& ciy [ety]

& Arrest D [arrest] L= ‘
& Agein years [oe]

il Age category [agecst] Fin de l'intervalle
&3 Marital status [marital]

Wariable de fin
il e S el ) ‘ 97 Second arrest [arrest2] |
il Level of education [ed]
&) Employed [employ] =
&) Gender [gender] BB e

il Severity of first crime [crimed] Varlable d'etat

&) ‘inlent first critme [violent1] | & Durée svart la deuxiéme arrestation [durée_awvt_événement]
Date of relesse from first arrest [datet] e
& Posted bail [bail

&3 Received rehabilitation [rehakb)
il Severity of second crime [crimeZ]
93 Winlert second crime [violert2] Identificatenr de sujet :
93 Second conviction [convict2] |
Date of second arrest [date2]
&7 Inclusion (Selection) Probahilty for Stage 1 [InclusionProbabilty_1_] Sélectionnez une variakle didertificatewr de sujet si plusieurs observations existent par sujet.
gﬁ’ Cumulstive Sampling Weight for Stage 1 [Sampledeight Cumulative_1_]
gﬁ’ Cumulstive Sampling Weight for Stage 2 [Sampledeight Cumulative_2_]

[Eéin'rt\aliser][ Annuler ][ Aicle ]

Sélectionnez Durée avant la deuxieme arrvestation [durée avt événement] comme variable
définissant la fin de I’intervalle.

Sélectionnez Deuxiéme arrestation [arrest?] comme variable définissant si I’événement s’est
produit.

Cliquez sur Définir un événement.
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Figure 22-9
Boite de dialogue Définir un événement

E Définir un événement

—waleurs indiguant que cet evenement ='est produit

® valeur(s) individuelle(s) Spécifiez au mains une valeur :

- rs
0 Ma
1 Yes

-

e

-~

|-

@) Plage de valeurs

.,][ Annuler ” Ajde ]

» Sélectionnez 1 oui comme valeur indiquant que I’événement étudié (nouvelle arrestation) s’est
produit.

» Cliquez sur Poursuivre.

» Cliquez sur 1’onglet Variables indépendantes.
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Régression de Cox des échantillons complexes

Boite de dialogue Régression de Cox, onglet Variables indépendantes

E Regression de Cox des échantillons complexes

Wariakles :

&) Region [region]

&) Province [province]

& District [listrict]

&b City [city]

&) ArrestID [arrest]

{I Age category [agecat]

&) Marital status [marital]

il Social status [social]

il Level of education [ed)

&) Emplayed [employ]

&) Gender [gender]

il Severity of first crime [crimel]
&) Vinlert first crime [violent1]

% Date of release from first arrest [date’]
& Posted bail [bail]

&) Received rehahbiitation [rehab)
{I Severity of second crime [crimez]
& Violent second crime Tvioleri2]

Yariables indépendantes chronalogigques

M Facteurs
Py
-3
# Covariables :
| Age in years [age]
=]

Ediition Suppr

» Sélectionnez Age en années [dge] comme covariable.

» Cliquez sur I’onglet Statistiques.
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Figure 22-11
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Statistiques

5| Regression de Cox des échantillons complexes

Heure st évérement | Wariables indépendantes | Sous-groupes  Moddle | Statistioues | Disgrammes  Tests dhypothése | Enregistrer | Exporter | Options

-{ Informstions sur e plan déchantilonnage

[ Récapitulstif e l'événement et de la censure

7 | Enzemble des risgues au moment des événements
Parammétres

_-_. Estimation E _ Covariances des estimations de paramétres

_-_. Estimation mise en exposant _ Corrélations des estimations de paramétres

_-_. Erreur standarcd -_ Effet de plan
_-_. Intervalle de confiance _ Racine carrée de l'effet de plan
testt

Hypotheses du modéle
n( Test des hasards propartionnels
Fonction d'heure : Log -
o( Estimations des paramétres pour modzle aternatit

| Matrice de covariance pour modele atternatit

_ Fonctions de survie et de hasard cumulé de base

[ ok |[ Coller ][Eéin'rt\aliser][ Annuler ][ Side ]

» Sélectionnez Test des hasards proportionnels, puis Log comme fonction heure dans le groupe
Hypothéses du modéle.

» Sélectionnez Estimations des paramétres pour modéle alternatif

» Cliquez sur OK.

Informations sur le plan d’échantillonnage

Figure 22-12
Informations sur le plan d’échantillonnage

il
Effectifz non pondérés  Walide  Sujets 1674
Observations 1674
Observations non valides 4013
Observations totales 5687
Yalide ggglﬁlgt?aﬁuwtde 29954 214
Etape 1 Yalide  Strates 4
Unités 20
Walide Dlggrés de liherte de plan 16
d'echantillonnage

Ce tableau contient des informations sur le plan d’échantillonnage se rapportant a 1’estimation
du modele.

m [l y a une observation par sujet et les 5 687 observations sont toutes utilisées dans 1’analyse.
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m  [’échantillon représente moins de 2 % de 1’ensemble de la population estimée.

m Le plan demandait 4 strates et 5 unités par strate pour un total de 20 unités dans la premiére
étape du plan. Les degrés de liberté du plan d’échantillonnage sont estimés par 20—4=16.

Tests des effets de modeéle

Figure 22-13
Tests des effets de modéle

2q df1 dfz Wald F Sig.
age 1,000 | 16,000 017 897

Yariahle Curee de surviel : Time to second arrest
Vatiahle Etat evénement: Second arrest=1
Modele: age

Dans le mode¢le des hasards proportionnels, la valeur de signification pour la variable indépendante
dge est inférieure a 0,05 et semble, de ce fait, contribuer au modéle.

Test des hasards proportionnels

Figure 22-14
Test général des hasards proportionnels

i dr2 Wiald F Sin.
1,000 16000 11,437 004

Yariable Durée de survier: Time to second arrest
ariahle Etat événerment: Second arrest=1
Modéle: age, age™ TF

Figure 22-15
Estimations des parametres pour modele alternatif
A Intervalle de canfiance 95%
Pararmétr — —
- B Erreur std. Inferieur Superieur
age 045 014 016 073
age*_TF2 - 008 00z 012 -003

Wariable Durée de surviet: Time to second arrest
ariahle Etat événement: Second arrest=1
Modele: age, ane™_TF

a Fonction Heure : Log
b, Méthode Ex aequat ; Efran

La valeur de signification pour le test général des hasards proportionnels est inférieure a 0,05,
ce qui indique que ’hypothése des hasards proportionnels n’est pas respectée. La fonction
log heure est utilisée pour le modéle alternatif. Il sera donc facile de reproduire cette variable
indépendante chronologique.

Ajout d’une variable indépendante chronologique

» Affichez de nouveau la boite de dialogue Régression de Cox des échantillons complexes et cliquez
sur I’onglet Variables indépendantes.
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» Cliquez sur Nouveau.

Figure 22-16

Boite de dialogue Régression de Cox - Définir une variable indépendante chronologique

E Régression de Cox des échantillons complexes : Définir une variable indépendante chronologique

@ IMom |t_age
Wariahles Expression numericue :
&3 Time [T_] 2 | InT _age

&) Arrest ID [arrest]
f Age in years [age]

,{l Age category [agec...

Opérateurs et nomkre:
&) Marital status [marital]

;[l Social status [social]
,{l Lewvel of education [...
&) Employed [employ]
&) Gender [gender]

{l Sewerity of first cri.
&b Violent first crime [v...
,‘é Date of releaze fro...
&5 Posted bail [l

BE00E

&5 Recsived rehabiltsti ..

&) Second arrest [arre... ~Fonctions et variables spéciale

f Curmulative Samplin...
& I

oMl severty of second ... Fonction : Description :
&5 vinlent second crim .. Abz = =
% Second conviction [ ... Arsin
,‘é Date of zecond arr... Artan
& Inclusion (Selection... Cos
f Cumulative Samglin... Exn X
f Inclusion (Selection. ..
Afficher : |Ar'rthmétique > | Inzérer

[ Annuler ][ Aide

]

» Tapezt_age pour le nom de la variable indépendante chronologique que vous souhaitez définir.

» Entrez I’expression numérique In(T_)*age.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 22-17
Boite de dialogue Régression de Cox, onglet Variables indépendantes

E Regression de Cox des échantillons complexes W

e, et songss s st oo Tt v ot s

Yariables | M Facteurs
& Region [region] fand
a) Province [province]
& District [istrict]
&b City [city]

&) ArrestID [arrest]
{I Age category [agecat] LY
&) Marital status [marital]

il Social status [social]

il Level of education [ed)

&) Emplayed [employ]

a) Gender [gender]

il Severity of first crime [crimel]

&b Violent first crite [violent1] # Covariables :
% Date of release from first arrest [datet] f Age in years [age]
& Posted il [bail] Lit_age

&) Received rehahbiitation [rehab)
{I Severity of second crime [crimez]
& Violent second crime Tvioleri2]

[4]

Yariables indépendantes chronalogigques -

Eciition Suppr

G s 7=

» Sélectionnez ¢ dge comme covariable.

» Cliquez sur I’onglet Statistiques.
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Figure 22-18
Boite de dialogue Régression de Cox, onglet Variables indépendantes

H Regression de Cox des échantillons complexes

Heure et évérement | Wariables indépendantes | Sous-groupes  Moddle | Statistioues | Disgrammes  Tests dhypothése | Enregistrer | Exporter | Options

¥ Informations sur e plan déchantilonnage
|| Récapitulatit de I'événement et de la censure

[7] Ensemble des risgues au mament des événaments

Parametres

:Z Estimation | 4l Covariances des estimations de paramétres
__ Estimation mise en exposart __ Carrélations des estimations de paramétres
:é‘ Erreur standard :f Effet de plan

:z Intervalle de confiance __ Racine carrée de l'effet de plan

[ testt

Hypothéses du macéle

__ Test des hasards proportionnels

__ Fonctions de survie et de hasard cumulé de base

| ok |[ Coller ][Eéin'rt\aliser][ Annuler ][ Aide ]

» Sélectionnez Estimation, Erreur standard, Intervalle de confiance et Effet de plan dans le groupe
de paramétres du modéle.

» Désélectionnez Test des hasards proportionnels ¢t Estimations des paramétres pour modéle alternatif
dans le groupe Hypotheses du modéele.

» Cliquez sur OK.

Tests des effets de modeéle

Figure 22-19

Tests des effets de modéle
Source ddl1 ddl2 F de YWWald Sig.
Jge 1,000 18,000 015 0,91
t_dge 1,000 16,000 29,424 5.136E-5

Variahle de temps de survie : Durée avant la deuxigrme arrestation
variable d'état d'événement : Deuxigme arrestation = 1
modele : 4ge

Avec I’ajout de la variable indépendante chronologique, la valeur de signification pour dge
est 0,91, ce qui indique que sa contribution au modele est remplacée par celle de ¢ dge.
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Estimations de paramétre

Figure 22-20
Estimations des parameéetres

Intervalle de confiance
295 %
Pararnétre B Erreurtype | Inférieur | Supérieur | Effetde plan
DL -002 0,01 -,030 027 F02
t Goe -012 0oz -017 -,008 ER

Variable de temps de survie : Durée avant la deuxieme arrestation
Variahle d'etat d'évenement ; Deuxieme arrestation =1
Modéle : &ge, t_aoe

Si vous observez les estimations des parametres et les erreurs standard, vous pouvez vous
rendre compte du fait que vous avez reproduit le modéle alternatif a partir du test des hasards
proportionnels. En spécifiant explicitement le modéle, vous pouvez demander des statistiques
des paramétres et des diagrammes supplémentaires. Dans le cas présent, nous avons demandé
Deffet de plan. La valeur de ¢ dge qui est inférieure a 1 indique que I’erreur standard pour ¢ dge
est inférieure a ce que vous pourriez obtenir si vous supposiez que I’ensemble de données était un
échantillon aléatoire simple. Dans ce cas, ’effet de ¢_dge serait toujours significatif d’un point de
vue statistique, mais les intervalles de confiance seraient plus larges.

Observations multiples par sujet dans la régression de Cox des
échantillons complexes

Des chercheurs ¢étudiant les temps de survie de patients qui quittent un programme de rééducation
suite a un accident ischémique doivent faire face a un certain nombre de problémes.

Observations multiples par sujet. Des variables représentant les antécédents médicaux des
patients devraient étre utiles en tant que variables indépendantes. Au fil du temps, les patients
peuvent vivre des événements médicaux majeurs modifiant leurs antécédents médicaux. Dans
cet ensemble de données, I’occurrence d’infarctus du myocarde, d’accidents ischémiques ou
hémorragiques est signalée, et le moment de 1’événement enregistré. Vous pouvez créer des
prédicteurs chronologiques calculables dans la procédure pour inclure ces informations dans le
modele, mais il serait plus pratique d’utiliser plusieurs observations par sujet. A 1’origine, les
variables ont été codées pour que les antécédents du patient soient enregistrés sur 1I’ensemble des
variables. Vous devrez donc restructurer I’ensemble de données.

Troncation a gauche. Le début du risque commence au moment de ’accident ischémique.
Cependant, si I’échantillon ne comprend que des patients ayant survécu au programme de
rééducation, il est tronqué a gauche car les temps de survie observés sont « augmentés » par la
durée de la rééducation. Pour représenter cette information, indiquez ’heure a laquelle ils ont
quitté le programme de rééducation comme heure d’entrée dans 1’étude.

Pas de plan d’échantillonnage. L’ensemble de données n’a pas été collecté par le biais d’un plan
d’échantillonnage complexe et est considéré comme un échantillon aléatoire simple. Vous devrez
créer un plan d’analyse pour utiliser la régression de Cox des échantillons complexes.
L’ensemble de données se trouve dans stroke survival.sav. Pour plus d'informations,
reportez-vous a la section Fichiers d’exemple dans 1'annexe A dans IBM SPSS Complex Samples
20. Utilisez I’ Assistant de restructuration des données pour préparer les données pour I’analyse,
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puis I’ Assistant de préparation d’analyse pour créer un plan d’échantillonnage aléatoire simple,
et enfin la régression de Cox des échantillons complexes pour construire un modeéle pour les
durées de survie.

Préparation des données pour I'analyse

Avant la restructuration des données, vous devrez créer deux variables secondaires pour permettre
la restructuration.

» Pour calculer une nouvelle variable, a partir des menus sélectionnez :
Transformer > Calculer la variable...

Figure 22-21

Boite de dialogue Calculer la variable

ﬁ Calculer la variable
Wariable cible Expression numérigue
|heure_cébutz | = [timet

Type et diquette. .

& Hospital ID [hospid] | +
d:l Hospital size [hosp...
&4 Patient 1D [patia]

& Aftending physician..
f Age in years [age]
d:l Age category [agec. ..

Groupe de fonctions :

Tous
Arithmétioue
Fonction de distribution cumul

&5 Gender [gender] Conversion
&) Phy=ically active [a... E:ateJHeure actuelle . =
&) Obesity [ohesity] —l—w—l—l

& History of diabetes ...
&) Blood pressure [bp]
&) Atrial fibrillation [af]
&) Smoker [smoker]

&) Chalesteral [choles]
&) History of angina [a...
d:l History of myocardi...

d:l Histary of ischemic .
il Hiztrwss i hamorrhs

Fonctions et variables spéciales ©

-

(condition facuttative de sélection de l'observation)

(| coler |[Renitiaiser || annuer [ pige |

» Tapez heure_début2 comme variable cible.
» Entrez [’expression numérique timel.

» Cliquez sur OK.
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» Rappelez la boite de dialogue Calculer la variable.

Figure 22-22

Boite de dialogue Calculer la variable

ﬁCalculer la variahle
Wariakle cible ; Expression numerigue :
|heure_cébut | = |time2

Type et éiuette. ..

& Hospitsl ID [hospic] | &
{I Hospital size [hosp...
&4 Patient 1D [paticl]

Groupe de fonctions :

rs

% Attending physician... [lous I.
) Arithmetigque
‘gﬁ Age in years [age]
Fonction de distribution curmul

{I Age categary [agec... )
&) Gender [gender] EomerSioy
&5 Physically active [a... E:ate.ﬂ-leure SCtucle ; T
&) Cbesity [ohesity] %
&) Histary of diabetes .. Fonctions et variables spéciales :
&) Blood pressure [bp]

&) Atrial fibrillation [af]
&) Srmoker [smoket]

&) Cholesteral [choles]
&) Histary of angina [a...
{I Histary of myocardi...
d:l History of ischemic ...

Hiztrrw nf hemnrrbe

-

{condition facutative de sélection de l'observation)

5[ coller || meinitistiser | [ annuer [ side |

Tapez heure_début3 comme variable cible.
Entrez I’expression numérique time2.

Cliquez sur OK.

vV v v VY

Pour restructurer les données de variables en observations, a partir des menus, sélectionnez :
Données > Restructurer...
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Figure 22-23
Etape Bienvenue de IAssistant de restructuration des données

@ Assistant de restructuration des données

Bienvenue dans I'Assistant de restructuration des données!

Cet assistant vous aide & restructurer en différents groupes d'obzervations associées (ignes) les données provenant de plusieurs
variables (colonnes) d'une seule oheervation ou inversement. Yous pouvez egalement choizir de transposer vos donnees,

Hi & L'sssistant remplace l'ensemble de données actuel par les données restructurées. La restructuration de données est irréversible.
N

Que youlez-vous faire 7

1 era| e
LU LLTE R (@ Restructurer les varisbles sélectionnées en ohaervations
[ [enaeow e [== )y MR ED =
L= ) P . ot | e e, 4 4 - -
NS S E T T = I,:,.: e Litilizez cette option lorsque chague observation presente dans vos données en cours
1 o] 1t posséde des varisbles que vous souhateriez réorganiser en groupes d'chaervations
azgociées dans le nouvel ensemble de données.
T [em ] © Restructurer les oheeryations sélectionnées en variables
T [
e nna| we] [ Jemwe]er [e |y i : o 2 g ' i
PP e e [ [ ovor[ s [ e || U‘lI|ISEZ‘CEﬂE option lorsgque vous §0uhartez réorganiser des group3§ d 0b§erva¢|ons
v |t | v associees, de sore gue les données de chague groupe soient représentées sous la
LB R forme d'une seule ohservation dans le nouvel ensemble de données.

@ Transposer toutes les données

Toutes les observations deviendront des variables et les variables sélectionnées
deviendront des observations dans le nouvel ensemble de données. (Lorsgue vous
zélectionnez cette option, 'assistant se ferme et la boite de dislogue Transposer
apparat.)

[ Annuler ][ Aice ]

» Assurez-vous que I’option Restructurer les variables sélectionnées en observations est sélectionnée.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 22-24
Etape Variables en observations — Nombre de groupes de variables de IAssistant de restructuration

des données

Assistant de restructuration des données - Etape 2 sur 7

Variables en observations : Nombre de groupes de variables

“Wous avez choizi de restructurer les variables selectionnées en groupes d'observations associées dans le nouveau fichier.

Un groupe de variables azsociges, ou groupe de variables, représente les mesures d'une variakle.

o Par exemple, s varishble pedt &tre la largeur. Sielle est enrecistrée en trois mesures distinctes, chacune représentant un mament
1 ' différent danz le temps (1, 12, et 13), les données sont organisées en un groupe de variables.
S
=il existe pluzieurs variables dans le fichier, elles sont souvent enregistrées dans un groupe de variahles. Par exemple, la hauteur
ezt enregistrée danz b1, h2 et h3.

Combien de groupes de variables souhaitez-vous restructurer 7

@ Un (par exemple, 11, 12 &t 13)

@ Plusisurs (par exemple, 11, 12,13 et h1, h2, h3, etc )

Combien 7 EI

[ Annuler ][ Aicle ]

[< Précédem] Suwam =

» Sélectionnez Plusieurs groupes de variables pour restructurer les données.
» Entrez 6 comme nombre de groupes.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 22-25
Etape Variables en observations - Sélectionner les variables de |Assistant de restructuration des données

@ Assistant de restructuration des données - Etape 3 sur 7

Yariables en observations : Sélectionner les variables

Pour chague groupe de variables présent dans les données en cours, le fichier restructuré aura une variable cible.

&1 cours de cette Stape, choizizzez la fagon didentifier les groupes d'obeervations dans les données restructurées et les variables gui
appartiennent & chague variable cible.

Si vous le souhaitez, vous pouvez également choisir les variables & copier en tant que variables fixes vers le nouveau fichier.

“ariahles du fichier en cours

&b Post-event preventstive surgery [surgery] z |dertification du groupe d'obserations

&b Post-gvert retabiltation [rehak] |Utiliser Iz watiable sélectionnée b |
&5 Length of stay for rehabiitation [los_rehak] &
& Total treatment and rehabilitation costs in ... W Variskle: | h Patient ID [pati] |

515 First event post-attack [evert1]

f Time to first event post-attack [time1]
,:[I History of myocardial infarction [mi1]
ol Histary of ischemic strake [is1] Wariable cible : |é‘f"éﬂ'3m'3l'It b
,;[I History of hemorrhagic stroke [hel]

515 Second evert post-sttack [event2]

f Time to second event post-sttack [time2]
,:[I History of myocardial infarction [mi2]
,;[I Histary of izchemic stroke [is2]

,;[I History of hemorrhagic stroke [he2]

“ariahles & transpozer

515 First event post-sttack [event!]
15 Second event post-attack [event]
&5 Third event post-attack [events]

¢:5 Third evert post-attack [event3] Wariable(z) fixe(s):
f Time to third event post-attack [time3]
& heure_début2 »
& heure_débuta -~
[: Prgép_édent] [ ] [ Annuler ] [ Aicle ]

Dans le groupe d’identification des groupes d’observations, sélectionnez Utiliser la variable
sélectionnée, puis ID patient [idpat] comme identificateur de sujet.

Tapez événement comme premiére variable cible.

Sélectionnez Premier événement apres ['attaque [événementl ], Deuxiéme événement apres
lattaque [événement2], et Troisieme événement apreés I’ attaque [événement3] comme variables a
transposer.

Sélectionnez trans2 a partir de la liste des variables cible.
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Figure 22-26
Etape Variables en observations - Sélectionner les variables de |Assistant de restructuration des données

ﬁ Assistant de restructuration des données - Etape 3 sur 7

Yariables en observations : Sélectionner les variables

Pour chague groupe de variables présent dans les données en cours, le fichier restructuré aura une variable cible.

&1 cours de cette Stape, choizizzez la fagon didentifier les groupes d'obeervations dans les données restructurées et les varisbles gui
appartiennent & chague variable cible.

Si vous le souhaitez, vous pouvez également choisir les variables & copier en tant que variables fixes vers le nouveau fichier.

“ariahles du fichier en cours

&b Post-event preventstive surgery [surgery] z |dertification du groupe d'obserations

&b Post-gvert retabiltation [rehak] |Utiliser Iz watiahle sélectionnée hd |
&5 Length of stay for rehabiitation [los_rehak] 3
& Total treatment and rehabilitation costs in ... W Variskle: | gh Patient ID [pati] |

515 First event post-attack [evert1]

f Time to first event post-attack [time1]
,:[I History of myocardial infarction [mi1]
,;[I Hiztary of izchemic stroke [is1] Wariable cible : |heure_début .
,;[I History of hemorrhagic stroke [hel]

515 Second evert post-sttack [event2]

f Time to second event post-sttack [time2]
,:[I History of myocardial infarction [mi2]
,;[I Histary of izchemic stroke [is2]

,;[I History of hemorrhagic stroke [he2]

@b Thirel event post-attack [events]

f Time to third event post-attack [time3]
& heure_début2

& heure_débuta

“ariahles a tranzpozer

+ ¥ g@ Length of stay for rehahbiltation [los_rehak]
& heure_déhut2
& heure_dsbut3

Variable(z) fixe(s):

= précsdent || ) (Lamer [ aie ]

» Tapez heure_début comme variable cible.

» Sélectionnez Durée du séjour nécessaire a la rééducation [dds _rééduc], heure_début2, et
heure_début3 comme variables a transposer. Les variables Durée avant premier événement apreés
attaque [duréel] et Durée avant deuxieme événement apreés attaque [durée2] seront utilisées pour
créer les heures de fin, et chaque variable ne peut apparaitre que dans une seule liste de variables a
transposer. Par conséquent, heure _début2 et heure_début3 étaient nécessaires.

» Sélectionnez trans3 a partir de la liste des variables cible.
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Figure 22-27
Etape Variables en observations - Sélectionner les variables de |Assistant de restructuration des données

ﬁ Assistant de restructuration des données - Etape 3 sur 7

Yariables en observations : Sélectionner les variables

Pour chague groupe de variables présent dans les données en cours, le fichier restructuré aura une variable cible.

&1 cours de cette Stape, choizizzez ba fagon didentifier les groupes d'observations dans les données restructurées et les variables gqui
appartiennent & chague variable cible.

Si vous le souhaitez, vous pouvez également choisir les variahbles 8 copier en tant que variables fixes vers le nouveau fichier.

“ariahles du fichier en cours

&b Post-event preventstive surgery [surgery] z |dertification du groupe d'obserstions

&b Post-gvert retabiltation [rehak] |Utiliser Iz watiahle sélectionnée - |
&5 Length of stay for rehabiitation [los_rehak] 5
& Total treatment and rehabilitation costs in ... W Variskle: | h Patient ID [pati] |

515 First event post-attack [evert1]

f Time to first event post-attack [time1]
,:[I History of myocardial infarction [mi1]
ol Histary of ischemic strake [is1] Wariable cible : |durée_avt_événement b
,;[I History of hemorrhagic stroke [hel]
515 Second evert post-sttack [event2] +
f Time to second event post-sttack [time2]
,:[I History of myocardial infarction [mi2]
,;[I Histary of izchemic stroke [is2]

,;[I History of hemorrhagic stroke [he2]

@b Thirel event post-attack [events]

f Time to third event post-attack [time3]
& heure_début2

& heure_débuta

“ariahles a transpozer

¥ g@ Time to first event post-attack [time]
f Time to second evert post-sttack [time2]
‘gﬁ Time to third event post-sttack [time3]

Variable(z) fixe(s):

= précsdent || ) (Lamer [ aie ]

» Tapez durée_avt_événement comme valeur cible.

» Sélectionnez Durée avant premier événement apres attaque [duréel |, Durée avant deuxiéeme
événement apres attaque [durée?], et Durée avant troisieme événement apres attaque [durée3]
comme variables a transposer.

» Sélectionnez trans4 a partir de la liste des variables cible.
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Figure 22-28
Etape Variables en observations - Sélectionner les variables de |Assistant de restructuration des données

ﬁ Assistant de restructuration des données - Etape 3 sur 7

Yariables en observations : Sélectionner les variables

Pour chague groupe de variables présent dans les données en cours, le fichier restructuré aura une variable cible.

&1 cours de cette Stape, choizizzez ba fagon didentifier les groupes d'obeervations dans les données restructurées et les variables gqui
appartiennent & chague variable cible.

Si vous le souhaitez, vous pouvez également choisir les variables & copier en tant que variables fixes vers le nouveau fichier.

“ariahles du fichier en cours

& Post-event preventstive surgery [surgery] z |dertification du groupe d'obserations

&) Post-gvert retabiltation [rehak] Utiiser Ia variable sélectionnée ]
&5 Length of stay for rehabiitation [los_rehak] 2
& Tatal trestment and rehabiltation costs in ... W | Variohle: |\ h Patient D [patic] |

515 First event post-attack [evert1]

f Time to first event post-attack [time1]
,:[I History of myocardial infarction [mi1]
,;[I Hiztary of izchemic stroke [is1] Wariable cible : |im .
,;[I History of hemorrhagic stroke [hel]

515 Second evert post-sttack [event2]

f Time to second event post-sttack [time2]
,:[I History of myocardial infarction [mi2]
,;[I Histary of izchemic stroke [is2]

,;[I History of hemorrhagic stroke [he2]

& Thirel event post-attack [events]

f Time to third event post-attack [time3]
& heure_début2

& heure_débuta

“ariahles a transpozer

+ ¥ ,;[I History of myocardial infarction [mi]
,;[I History of myocardial infarction [mi1]
d:l History of myocardial infarction [mi2]

Wariable(z) fixe(s):

= précsdent || ) (Lamer [ aie ]

» Tapez im comme variable cible.

» Sélectionnez Antécédents d’infarctus du myocarde [im], Antécédents d’infarctus du myocarde
[iml], et Antécédents d’infarctus du myocarde [im2] comme variables a transposer.

» Sélectionnez trans5 a partir de la liste des variables cible.
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Figure 22-29
Etape Variables en observations - Sélectionner les variables de |Assistant de restructuration des données

ﬁ Assistant de restructuration des données - Etape 3 sur 7

Yariables en observations : Sélectionner les variables

Pour chague groupe de variables présent dans les données en cours, le fichier restructuré aura une variable cible.

&1 cours de cette Stape, choizizzez la fagon didentifier les groupes d'obeervations dans les données restructurées et les variables gqui
appartiennent & chague variable cible.

Si vous le souhaitez, vous pouvez également choisir les variahbles 8 copier en tant que variables fixes vers le nouveau fichier.

“ariables du fichier en cours

515 Post-event preventstive surgery [surgery] =
‘:5 Post-event rehabiltation [rehak] |Utiliser la watiable zélectionnée - |
f Length of stay for rehabilitation [los_rehak]
‘f Total treatment and rehahiltation costs in ..
515 First event post-attack [event1]

g& Time to first event post-sttack [time1] “ariahles & transpozer
d:l History of myocardial infarction [mi1]
d:l History of ischemic stroke [is1]

d;l History of hetmaorrhagic stroke [hel] 4+ 3 EEI Histary of ischemic stroke [i]
@ Second evert post-sitack [evert2] ,;[I History of ischemic stroke [is1]
g& Time to second event post-sttack [timez] d:l History of ischemic stroke [is2]
d:l History of myocardial infarction [mi2]
d:l History of ischemic stroke [is2]

d:l History of hetnorrhagic stroke [he2)]
& Third event post-attack [eventd]

‘f Time to third event post-attack [time3]
& heure_déhut2

4& heure dékitd

Idertification du groupe d'observations

W Varisble: | &k Patient D [patic] |

“Wariable cible | ai -

Wariable(z) fixe(s):

= précsdent || ) (amer [ aie ]

» Tapez ai comme variable cible.

» Sélectionnez Antécédents d’accidents ischémiques [ai], Antécédents d’accidents ischémiques
[ail], et Antécédents d’accidents ischémiques [ai2] comme variables a transposer.

» Sélectionnez trans6 a partir de la liste des variables cible.
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Figure 22-30
Etape Variables en observations - Sélectionner les variables de |Assistant de restructuration des données
ﬁ Assistant de restructuration des données - Etape 3 sur 7

\ariables en observations : Sélectionner les variables
Pour chague groupe de variables présent dans les données en cours, le fichier restructuré aura une variable cible.
&1 cours de cette Stape, choizizzez ba fagon didentifier les groupes d'obeervations dans les données restructurées et les varisbles gui
appartiennent & chague variable cible.
Si vous le souhaitez, vous pouvez également choisir les variables & copier en tant que variables fixes vers le nouveau fichier.
“ariahles du fichier en cours
% Clot-dissolving drugs [clotsolv] || Identification du groupe d'observations
d:l Trestment result [result] |Utiliser I watiable zélectionnée - |
&) Post-event preventative surgery [surgery] .
&b Post-event rehabiltation [rehak] W Verible: [ g Petint D [patic] |
g@ Length of stay for rehabilitation [los_rehak]
&5 Total treatment and rehahiltation costs in .. “ariahles a tranzpozer
&5 First event post-sttack [evertd] e
. -
& Time to first evert post-sttack [time1] atiable cible[ah
d:l History e -rn\,focar.dial infarc.tion [mit] g ¥ d:l Histary of hemarrhagic stroke [hs]
d:l H?story CHiSCHEms #roke lis1] d:l History of hetmarrhagic stroke [ha]
d:l e T ] T e sl d:l Histary of hemarrhagic stroke [hs2]
&5 Second event post-sttack [event2]
&5 Time to second event post-sttack [timez]
d:l History of myocardial infarction [mi2]
ol History of ischemic stroke [is2] Variable(s) fixe(s) :
d:l History of hemoarrhagic stroke [hs2]
&b Third event post-attack [event3] b d
& Time to third evert nost-attack time3] =
[: Precedent ] [_?Hi_\f’ﬁl_ﬁ_:t“? ] [ Annuler ] [ Ajcle ]

Tapez ah comme variable cible.

Sélectionnez Antécédents d’accidents hémorragiques [ah], Antécédents d’accidents
hémorragiques [ahl], et Antécédents d’accidents hémorragiques [ah2] comme variables a
transposer.

Cliquez sur Suivant, puis sur Suivant a 1’étape Créer des variables d’index.
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Figure 22-31
Etape Variables en observations - Créer une variable d’index de IAssistant de restructuration des

données

ffH Assistant de restructuration des données - Etape B sur 7

Variables en observations : Créer une variable d'index
Yous aver choizi de créer une variable d'index. Les waleurs de la variable peuvent étre des nombres séguentiels ou lex noms des variahbles

présentes dans un groupe.
Danz |e tableau, vous pouvez indiguer les nom et Stiquette de |a variable d'inde:.

Cuel type de valeurs dindex 7

@ rombres séquertiels

Waleurs dindex {2

© Le nom des variables

Modifier |e3 notm et Etiquette des variables dindex :

Mo Etiuette Miveau: Yaleurs dindex

1 index_gvénement Inches: d'éwénement 3 1.2,.3

[M]

[41

[< Precederrt][Suwam = ][ Terminer ][ Annuler ][ Aicle ]

» Tapez index_événement comme nom de la variable d’index et tapez Index d'événement comme

étiquette de variable.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 22-32
Etape Variables en observations - Créer une variable d’index de IAssistant de restructuration des

données

ffH Assistant de restructuration des données - Etape 6 sur 7

Variables en observations : Options

Aucours de cette &tape, vous pouvez définir des options qui seront appliquées au fichier de données restructure,

L'option de traitement des variables n'est pas sélectionnée

(@] Déplacet 1 ou les variables & partir du nouvesu fichier de données

@ Conserver et traiter comme variable(s) fixe(s)

Waleurs vides ou manguartes par défaut dans toutes les variables transposées
® Créer une ohservation dans e nouveau fichier

@ Supprimer les données

“ariahles d'effectif des observations

Ei Calculer le nombre de nouvelles observations créées par lobservation dans les données en cours

[< Précédem] Suwaﬂt :=][ Terminer ][ Annuler ][ Aicle ]

» Assurez-vous que I’option Conserver et traiter comme variable(s) fixe(s) est sélectionnée.

» Cliquez sur Terminer.
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Figure 22-33
Restructuration des données
event_index event start_time tlme_r:to_e\re mi is hs

1 0 3 1500 0 1 0
2 -4 1500 -4 -4 -4 -4
3 -4 ) -4 -4 -4 -4
1 1 33 1311 0 1 0
2 4 131 1325 1 1 1]
3 -3 1325 -3 -3 -3 -3
1 4 12 1098 1 1 0
2 -3 1093 -3 -3 -3 -3
3 -3 -3 -3 -3 -3
1 4 4 1356 0 1 0
2 -3 1356 -3 -3 -3 -3
3 -3 -3 -3 -3 -3

Les données restructurées contiennent trois observations pour chaque patient. Cependant,

de nombreux patients ont connu moins de trois événements. Il existe donc de nombreuses
observations avec des valeurs (manquantes) négatives pour événement. 11 vous suffit de les filtrer
a partir de ’ensemble de données.

» Pour filtrer les observations, & partir des menus, choisissez :
Données > Sélectionner des observations
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Figure 22-34
Boite de dialogue Sélectionner des observations

ﬁ Sélectionner des observations

r=electionnez
d:l Hospital size hosp... | < | © Toutes les oheervations
& Bge inyears [age] @ Selon une condition logigue
;[I Age category [agec... =
&) Gender [gender]

&) Prysically active [a... Par échantilonnage aléstoire
&) Obesity [ohesity]
@) History of disbetes ... @ Danz un intervalle de temps ou d'obssrvations
&) Blood pressure [bp]
&) Atrial fibrillation [af]
&) Smoker [smoker] @ LUtilizer une variable de fitre :
& Cholesterol [choles] ™ |
&) Histary of angina [a...
&) Prescribed nitroglyc...
& Taking anti-clatting .. rRésuttat
&) Histary of transient ..
& Time to hospital [time]
d:l Initial Rankin score [... Copier les observations sélectionnées dans un nouvel ensemble de données
&) CAT zcan result [ca...
&) Clot-diz=zolving drug...

;EI Trestment rezult [re... Supprimer les observations non sélectionnées
B reck s e R

@ Fittrer les observations non sélectionnées

Etat actuel . MNe pas fitrer les observations

[Réinﬂialiser” Annler ” Bide ]

» Sélectionnez Selon une condition logique.

» Cliquez sur Si.
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Figure 22-35
Boite de dialogue Sélectionner des observations
ﬁ Sélectionner obhservations : Si
& Hospital D [hospie] | = gvénement = = 0
Hospital size [hosp...
&4 Patient I [patic]

Groupe de fonctions ©

ﬁ Attending physician...

f Age in years [age] Tous

{I Age cateqgory [agec... Arithimeticue

% Gender [gender] Fonction de distribution cuml
Conversion

&) Physically active [a...
&) Ohesity [obesity]

&b History of disbetes ...
&) Elood pressure [hy]
&) Atrial fibrillstion [af]
&) Smoker [smoker]

&) Cholesteral [choles]
&) Histary of angina [a...
&) Prescribed nitroglyc...
&5 Taking anti-cotting .
% History of transient ..
& Time to hospital [time]
{I Intial Rankin scote ...
% CAT gcan result [ca... &

DateMHeure actusls
“aleal_da cdad

3

Fonctions et varishles spéciales ©

[Poursuivre” Annuler ” Aicle ]

» Tapez I’expression conditionnelle événement > = 0.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 22-36
Boite de dialogue Sélectionner des observations
ﬁ Sélectionner des observations
Zélectionnez
d:l Hospital size [hosp... | @ Toutes les ohservations
& Bgein years [age] @ Selon une condition logique
o e
% Prysically active [a... ©) Par échantilonnage aléatoire
&) Obesity [ohesity]
&b History of disbetes ... @ Danz un intervalle de temps ou d'observations

&) Blood pressure [bp]
&) Atrial fibrillation [af]
&) Smoker [smoker] @ LUtilizer une variable de fitre :
& Cholesterol [choles] » |
&) Histary of angina [a...
&) Prescribed nitroglyc...
& Taking anti-clatting .. Resuitats
&) Histary of transient ..
& Time to hospital [time]
d:l Initial Rankin score [... © Copier les observations sélectionnées dans un nouvel ensemble de données
&) CAT zcan result [ca...
&) Clot-diz=zolving drug...

d:l Trestment result [re... L ® supprimer les ohservations non sélectionnées

@ Fittrer le= observations non sélectionnées

B ok et vennn s

Etat actuel : Me pas fitrer les observations

) coter || métiacer || annuer | sige |

» Sélectionnez Supprimer les observations non sélectionnées.

» Cliquez sur OK.

Création d’un plan d’analyse d’échantillonnage aléatoire simple

Vous étes désormais prét a créer le plan d’analyse d’échantillonnage aléatoire simple.

» Tout d’abord, vous devez créer une variable de pondération d’échantillonnage. A partir des
menus, sélectionnez :
Transformer > Calculer la variable...
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Figure 22-37

Boite de dialogue principale Régression de Cox

ﬁ Calculer la variable
Wariakle cible ; Expression numericue :
|pondéra‘tionécharﬂillon | = 1

Type et éiguette. ..

& Hospitsl ID [hospic] | &
{I Hospital size [hosp...
&4 Patient 1D [paticl]

Groupe de fonctions :

rs

% Attending physician... [lous I.
) Arithmetigque
‘gﬁ Age in years [age]
Fonction de distribution curmul

{I Age categary [agec... )
&) Gender [gender] EomerSioy
&5 Physically active [a... E:ate.ﬂ-leure gEitels ; i
&b Obesity [ohesity] %
&) Histary of diabetes .. Fonctions et variables spéciales :
&) Blood pressure [bp]

&) Atrial fibrillation [af]
&) Srmoker [smoket]

&5 Cholesteral [choles]
&) Histary of angina [a...
&) Prescribed nitroglyc. ..
&5 Taking anti-clotting ...
Sw Hiztorw of transient

-

{condition facutative de sélection de l'observation)

5[ coller || meinitisiser | [ annuer [ side |

» Tapez pondérationéchantillon comme variable cible.
» Entrez I’expression numérique 1.

» Cliquez sur OK.
Vous étes désormais prét a créer le plan d’analyse.

Remarque : 11 existe un fichier de plan, srs.csaplan, dans le répertoire des fichiers d’exemple
que vous pouvez utiliser si vous voulez ignorer les instructions suivantes et passer a I’analyse
des données.

» Pour créer le plan d’analyse, a partir des menus, sélectionnez :
Analyse > Echantillonnage > Préparer pour I'analyse...
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Etape Bienvenue de I'assistant de préparation d’analyse

Assistant de préparation d'analyse

Bienvenue dans I'assistant de préparation d'analyse

Gue voulez-vous faire 7

® créer un fichier de plan

créé aucun fichier de plan

© Modifier un fichier de plan

plan existant.

L'azzizstant de préparation d'analyse vous permet de décrire votre dchantilon complexe et de choisir une méthode d'estimation. Yous serez invité & fournir les pondérations
d'échartillon et autres informations nécessaires pour l'estimation précise des erreurs standard.

Yoz =élections zeront enregistrées dans un fichier de plan gue vous pourrez utilizer dans l'une des procédures d'analyse de l'option Echantilons complexes.

Sélectionnez cette option si vous dispozez de
données d'échantilon, mais que Yous navez

Sélectionnez cette option si vous souhatez
ajouter, supprimer ou modifier les étapes d'un

Si vous disposez déja d'un fichier de plan, vous pouvez ignorer I'assistant de préparation d'analyse et accéder directement

-
.
J t‘__ 4 l'une des procédures d'analyse de l'option Echantilons complexes pour analyser votre échantillon.

Fichier : fisrs csaplan | Parcoutir..

Sélectionnez Créer un fichier de plan et entrez srs.csaplan comme nom du fichier. Vous pouvez
également accéder a I’emplacement ou vous souhaitez 1’enregistrer.

Cliquez sur Suivant.
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Figure 22-39

Assistant de préparation d’analyse - Variables du plan

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Wariahles du plan

étape.

Biervenue
Etape 1
- P variables du plan
e Méthode d'estimation
----- Récapitulatif
Exécution

Wous pouvez également fournir une étiguette pour 1étape qui zera utiisée danz le résultat.

Wariables :

L R e T N O |

&) Taking anti-clotting drugs [anticlot]
&) History of transient ischemic attac..
& Time to hospital ftime]

{I Initial Rankin score [rankind]

&) CAT scan result [catzcan]

&) Clot-dliszolving drugs [clotzoly]

{I Treatment result [result]

&) Post-event preventative surgery [...
& Post-event rehabilitation [rehab]

f Tatal treatment and rehahbilitation ...
&) Indesx d'événement [index_événe...
% First event post-attack [&vénemert]
f Length of stay for rehabilitation [h...

y Time to first event post-attack [dur...

{I Hizstory of myocardial infarction [im]
,{I History of izchemic stroke [ai]

;[I Histary of hemorrhagic stroke [sh]

Strates

Classes .

Pondération déchartillon :

| f pondérationéchantillon

Etiquette d'étape : |

[< Précédent]lé Suivant = |[ Terminer ][ Annuler ][ Aide ]

Danz ce panel, vous pouvez sélectionner des variables définizsant des strates ou des claszes. Une variable de pondération d'échantillon doit étre sélectionnée & la premiére

» Sélectionnez la variable de pondération d’échantillonnage pondérationéchantillon.

» Cliquez sur Suivant.
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Figure 22-40
Assistant de préparation d’analyse - Méthode d’estimation

[ Assistant de préparation d'analyse

Etape 1 : Méthode d'estimation

Danz ce panel, vous sélectionnez une méthode pour estimer les erreurs standard.

La méthode d'estimation dépend des hypothéses relstives au mode de réalization de I'&chantillon

Biervenue
Etape 1 Lequel de= planzs d'échantillon suivants doit &re priz en compte dans l'estimation 7
fr=m Wariables du plan
i P Méthade d'estimation @ WR (&chantilonnage avec remplacement)
] = Reécapiulatit Sivous choisizzez cette option, vous ne pourrez pas sjouter d'étapes. Les étapes d'échantilon qui suivent 'stape en
B Exécution cours seront ignorées lors de l'analyse des données.

Ltilizer la cotrection de population finie (FPC) lors de l'estimation de la variance
dans le caz d'un échartillonnage aléataire simple

©) WOR égal (échantilonnage de probabilté égale sans remplacement)

Le panel suivant vous invitera & indigquer des probabiltés dincluzion ou des tailes de population.

[< Précédent][ Suivant = ]l Terminer |[ Annuler ][ Aide ]

» Désélectionnez Utiliser la correction de population finie.

» Cliquez sur Terminer.

Vous étes désormais prét a exécuter I’analyse.

Exécution de I'analyse

» Pour exécuter une analyse de régression de Cox des échantillons complexes, sélectionnez les
options suivantes dans le menu :
Analyse > Echantillonnage > Modéle de Cox
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Figure 22-41
Boite de dialogue Plan pour régression de Cox

i Plan d'échantillonnages complexes pour régression de Cox

Flan

Fichier : |isrs czaplan | Parcourir...

Sivous ne dispozez paz d'un fichier de plan pour votre échantillon
complexe, vous pouvexz utilizer 'azsistant de préparation d'analyze pour en
créer un. Sélectionnez Préparer pour lanalyse dans le menu Echartillans
complexes pour accéder A 'assistant.

Probabiités conjointes

Des probahilités conjointes sont requizes =i le plan exige une estimation
WIOR de probahilité inégale. Sinon, elles sont ignorées.

@ Uttilizer le fichisr par défaut (ars.zay]

@ Un ersemble de données ouvert

© Fichier personnalisé

[ Annuler ][ Aidle ]

» Accédez a I’emplacement ou vous avez enregistré le plan d’analyse d’échantillonnage aléatoire
simple, ou au répertoire des fichiers d’exemple, et sélectionnez srs.csaplan.

» Cliquez sur Poursuivre.
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Figure 22-42
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Heure et événement

Regression de Cox des échantillons complexes

Heure et événement Wariables indépendartes = Sous-groupes  Modéle | Statistigues | Disgrammes  Tests dhypothése  Enregistrer  Exporter | Options

Variahles : Temps de survie
[ RO R b= Début de lintervalle cdébut du risgue)
&3 Gender [gender]
& Physically active [active] © Tempz 0
&3 Obesity [obesity] @ ‘arie en fonction du sujet
&) History of diabetes [diabetes] “ariable de debut -

&) Blood pressure [bp)] e ‘ & Length of stay for rehabilltation [heure_débu] |
& Atrial fibrillation [af]

&) Smoker [smoker]

Fin cle 'rtervalle

Warizhle de fi
&) Cholesterol [choles] - ariae ge.1n
&’ History of angin [angina] ‘ f Time to first event post-attack [durée_avt_&vénement] |
&) Prescribed nitroglycetin [nitra]
&) Taking anti-clotting drugs [anticlot] Ewenement

&3 History of transient ischemic attack [tia] “Yariable d'état

& Time to hospital fims] | & First evert post-attack [Evénement]
d:l Initizl Rankin score [rankind]

& CAT scan resutt [catscan] (aucune]
93 Clat-dizzolving drugs [clotzoly]
d:l Treatment result [resutt]

&) Post-evert preventative surgery [surgery] dentificateur de sujst -
&) Post-evert rehahilitation [rehak] L3 | =
59 Total trestment and rehabilitstion costs in thousands [cost]

&) Indles: dévénement [index_événement]
d:l History of myocardial infarction [im]
d:l History of izchemic stroke [ai]

il History of hemaorrhagic stroke [ah)] -

Sélectionnez une variakle didertificatewr de sujet si plusieurs observations existent par sujet.

() i) (i)

Sélectionnez Varie en fonction du sujet, puis sélectionnez Durée du séjour nécessaire a la
rééducation [dds rééduc] comme variable de début. Notez que la variable restructurée a pris
I’étiquette de variable de la premiére variable utilisée pour la construire, bien que 1’étiquette ne
soit pas forcément adaptée a la variable congue.

Sélectionnez Durée avant premier événement apres attaque [durée_avt_événement] comme
variable de fin.

Sélectionnez Premier événement apres [’attaque [événement] comme variable d’état.

Cliquez sur Définir un événement.
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Figure 22-43
Boite de dialogue Définir un événement

ﬁ Définir un événement

—waleurs indiguant que cet evenement ='est produit
® valeur(s) individuelle(s) Spécifiez au maing une valeur :
- .
0 Mo evert obzerved
1 Myocardial infarction
2 lzchemic stroke
3 Hemorrhagic stroke
4 Desath
==
w |-
@) Plage de valeurs =
-
:n] [ Annuler ] [ Ajde ]

» Sélectionnez 4 décés comme valeur indiquant que I’événement final s’est produit.

» Cliquez sur Poursuivre.

Figure 22-44
Boite de dialogue Modele de Cox///Régression de Cox - Onglet Heure et événement

5| Regression de Cox des échantillons complexes

| 1

Ervegster Exporter Cptons.

Soaes Mo | Setsioes | Degannes st e

Wariables indépendartes __Mm:_h?_\gp
Variahles : rTemps de survi
&4 Hospital ID [hospid] = Dkt de Mintervalle (dékut du risgue)
d Hospital size [hospsize] Temps 0
&g Attending physician D [ohysic] ® Varie en fanction d sujet
& Agein years [age] “Yariable de début :
oll e category [agecat] - [ Length of stay for rehabiltation [heure_dékut]
% Gender [gender]
% Physically active [sctive] Fin de 'interwvall
&) Ohesity [ohesity] Wariable de fin
& History of diabetes [diabetes] Y e |
a) Blood pressure [bip]

a) Atrial fibrillstion [af]

a) Smoker [smoker] rEvénement

& Cholesterol [choles) o \ariable détat
&) Histaory of angina [anging] | 3} First event post-attack [Evénement]

& Preserived nitraglycerin [ritre] Waleurs indiguart que cet événement s'est  Death
% Taking anti-clotting drugs [anticlot] pradutt :

% History of fransient izchemic attack [tia]
a) CAT scan result [catscan]

f Time to hospital [time]
Identificateur de sujet :
. |ﬁ. Patient ID [patic]
a) Clat-dizzolving drugs [clotzoly]

il Inttial Rankin scare [rankin]
d Trestmert result [result] Sélectionnez une varishle didertificateur de sujet si plusieurs observations existent par sujet.

% Post-evert preventative surgery [surgery]
& Post-event rehahilitation [rehab]
AP Total trastwant and vehahilttinn cnste in thanesnrs Teosh

| O |[ Coller ”Réinmaliser” Annuler 1[ Aide ]

» Sélectionnez ID patient [idpat] comme identificateur de sujet.

» Cliquez sur I’onglet Variables indépendantes.
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Régression de Cox des échantillons complexes

Boite de dialogue Régression de Cox, onglet Variables indépendantes

H Regression de Cox des échantillons complexes

Wariakles :

d‘{) History of dishetes [diabetes]

&) Blood pressure [bp]

&) Atrial fibrilation [51]

&) Smoker [smoker]

&) Chalesterol [choles]

&) History of angina [angina]

R) Prescribed nitroghycerin [nitra]

&) Taking arti-clotting drugs [anticlot]

&) History of tranzient ischemic attack [tia]
f Time to hospital [time]

il Initizl Rankin score [Fankind]

&) CAT scan result [catscan]

&) Clot-digsolving drugs [clotsol]

il Treatment result [result]

&) Post-evert preventative surdery [surgery]
&) Post-evert rehahilitation [rehab)]

f Tatal trestment and rehshbilitstion costs in thousands [cost]
R) Inclex d'gvénement [incex_&vénement]

s

Yariables indépendantes chronalogigques

MNouveau E

vénement | Varishles indépendartes lS.D.US-.srn%'rﬂe§] Mocéle. ’.St.aﬂ.S?'ﬂﬁ.uesJ[.Dt.ﬁsr.a.mm8§]L.

M Facteurs

,{l History of myocardial infarction [im]
,{l History of ischemic stroke [ai]
,{l History of hemorrhagic stroke [ah)

# Covariables :

O ” Coller ”Réinmaliser” Annuler ” Aide ]

» Sélectionnez les options allant de Antécédents d’infarctus du myocarde [im] & Antécédents

d’accidents hémorragiques [ah] comme facteurs.

» Cliquez sur I’onglet Statistiques.



268

Chapitre 22

Figure 22-46
Boite de dialogue Modeéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Statistiques

E Regression de Cox des échantillons complexes

et s g s g e s e o g

@ Informations sur e plan déchantilonnage

[ Récapitulatit de I'événement et de la censure
D Ensemble des risgues au moment des dvénements

Parametr

M Estimation D Covariances des estimations de paramétres

M Estimation mise en exposart D Carrélations des estimations de paramétres

E Erreur standard D Eftet de plan

E Intervalle de confiance

[ testt

D Racine carrée de 'effet de plan

rHypothéses du mack|

D Test des hasards proportionnels
Faonction dheure : Kaplan-Meier

. Estimations dez paramétres pour modzle aternatit

. hatrice de covariance pour modéls aternsatit

D Fonctions de survie et de hasard cumulé de base

=== ] ]

» Sélectionnez Estimation, Estimation mise en exposant, Erreur standard et Intervalle de confiance
dans le groupe de parametres.

» Cliquez sur I’onglet Diagrammes.
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Figure 22-47
Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Statistiques

5| Regression de Cox des échantillons complexes

Heure et évérement | Wariables indépendantes | Sous-groupes  Modéle | Statistigues | Disgrammes | Tests dhypothése | Enregistrer | Exporter | Options

Diagrammes
[| Fonction de survie @ LH(-Logn) de fonction de survie
[7] Fonction de hasard Elun mains fonction de survie

[i Atticher les intervalles de confiance dans les disgrammes sélectionnés

Tracer les facteurs a:

Critére ‘Niueau Lignes distinctes
his‘mry of myocardial infarction | E'l
Histary of ischemic stroke 1.0 [I
Histary of hemaorrhagic stroke oo [I
Tracer les covariables &

Cowariable Waleur

Par défaut, les covariables du modéle sont évaludes & leurs movennes et ses facteurs, & leurs niveaux maximauz. Yous pouvez modifier la valeur & laguelle une variable indépendante de
modzle est évaluée et tracer des lignes distinctes pour chague niveau de variable de facteur.

| ok |[ Coller ][Eéin'rt\aliser][ Annuler ][ Aide ]

Sélectionnez LN(-Logn) de fonction de survie.

Sélectionnez Lignes distinctes pour Antécédents d’infarctus du myocarde.
Sélectionnez 1,0 comme niveau pour Antécédents d’accidents ischémiques.
Sélectionnez 0,0 comme niveau pour Antécédents d’accidents hémorragiques.

Cliquez sur I’onglet Options.
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Figure 22-48

Boite de dialogue Modéle de Cox///Régression de Cox - Onglet Options

Regression de Cox des échantillons complexes

Estimation

Maimum des térations : 100

Mombre maximum de step-halving :

-{ Limiter les térations basées sur les changements dans les estimations de paramétres

Changement minimum © |7.000001 Type: |Relatit

Limiter les térations basées sur les changements dans les rapports de log-vraisemblance

,- Afficher Ihistorique des térations

hiethode de departage pour l'estimation des parametres :
@ Efron

C] Breslow

Intervallz de confiance (%)

Heure et évérement | Wariables indépendantes | Sous-groupes  Modéle | Statistigues | Disgrammes  Tests dhypothése | Enregistrer | Exporter | ptions

Fonctions de survie

higthode destimation des fonctions de survie de base

@ Méthode dEfran
© Méthade de Bresiow
©) Méthode de Kaplan-Meier

Intervalles de confiance des fanctions de survie |

© Etfectuer e caloul sur la base de la
fonction de survie transformée, puis
rétabliv les unités d'origine

Transformstion:  |Lag -
(@] Effectuer Iz calcul sur la base
des unités d'origine de la
fonction de survie
Waleurs manouantes spécifiées
® Traiter comme non valide

© Traiter comme: valide

Ce paramétre s'applique 3 toutes les variables de modéle et de plan d'échantilonnage
gualitatives.

[ ok |[ Coller ][Eéin'rt\aliser][ Annuler ][ ide ]

Sélectionnez Breslow comme méthode de départage dans le groupe Estimation.

Cliquez sur OK.

Informations sur le plan d’échantillonnage

Figure 22-49
Informations sur le plan d’échantillonnage
I+
Yalide  Sujets 2431

Ohservations 3310
Observations non valides i]
Observations totales 3310
Taille de sujet de
population 2471.000
Strates 1
Unités 2421
Degrés de liberté de plan
f'echantillonnage 2420

Ce tableau contient des informations sur le plan d’échantillonnage se rapportant a I’estimation

du modéle.

m ]l y a plusieurs observations pour certains sujets, et les 3 310 observations sont toutes utilisées

dans I’analyse.

m Le plan posséde une strate unique et 2 421 unités (une par sujet). Les degrés de liberté du plan
d’échantillonnage sont estimés par 2421—-1=2420.
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Tests des effets de modeéle

Figure 22-50
Tests des effets de modéle

Soyrce i1l if2 Wald F Sig.

i 3.000 | 2418.000 452 873 .aon

i5 2.000 | 2419.000 | 1064.936 .noa

hs 2000 | 2419.000 T39.197 .0oo
Vﬁria&ale Durée de surviel: Length of stay for rehabilitation, Time to first event post
attac

Yariable Etat d'événermentt: First event post-attack = 4
Variahle ID Sujet: Patient ID
Modéle: mi, is, hs

La valeur de signification pour chaque effet est proche de 0, ce qui suggére qu’ils contribuent
tous au modele.

Estimations de parametre

Figure 22-51
Estimations des parametres

Intervalle de confiance & 95 %
Para Intervalle de confiance 95% pour ExpiB)
rétre B Erreur std. Inferiaur Supérieur Exp (B) Inferieur Supérieur
[ri=0] -6.381 283 -6.834 -5.827 oz nm 003
[ri=1] -5.589 284 -6.147 -5.032 004 0oz .oor
[rmi=2] -2118 344 -2.754 -1.444 120 061 236
[rni=3] oon? | . . . 1.000 |. .
fis=1] -6.421 202 -6.817 -6.024 ooz oo o2
[is=2] -2.803 222 -3.2349 -2.366 061 n3s 0494
[is=3] noge | . . . 1.000 | . .
[hs=0] -6.148 344 -6.844 -5.4483 oz nm oo4
[hs=1] -2.232 373 -2.863 -1.602 Aov 052 2723
[hs=2] 0ood | . . . 1.000

Wariahle Durée de surviel : Length of stay for rehabilitation, Time to first event post-attack
Yariable Etat d'éwénementi  First event post-attack=4

YWariable 1D Sujet: Patient ID

Modéle: mi, is, hs

a. Paramétré sur zéro car ce parameétre est redondant.

b. Méthode Ex aeguol : Breslow

La procédure utilise la derniére modalité de chaque facteur comme modalité de référence. L effet
d’autres modalités est fonction de la modalité de référence. Bien que I’estimation soit utile aux
tests statistiques, I’estimation exponentielle, ou Exp(B), est plus facile a interpréter en tant que
changement prévu du risque relatif a la modalité de référence.

m La valeur de Exp(B) pour /im=0] signifie que le risque de déces pour un patient n’ayant
aucun antécédent d’infarctus du myocarde est égal a 0,002 fois celui d’un patient ayant subi
trois infarctus.
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Les intervalles de confiance pour [/im=1] et [im=0] se chevauchent, ce qui indique que, d’un
point de vue statistique, il est impossible de distinguer le risque pour un patient ayant subi un
infarctus de celui d’un patient n’ayant subi aucun infarctus.

Les intervalles de confiance pour /im=0] et [im=1] et ’intervalle pour [im=2] ne se
chevauchent pas, et aucun d’entre eux n’inclut 0. Par conséquent, il semble que 1’on peut
distinguer le risque pour les patients n’ayant subi aucun infarctus ou en ayant subi un seul du
risque pour les patients ayant subi deux infarctus. Il est également possible de distinguer le
risque pour ces derniers du risque pour les patients ayant subi trois infarctus.

Des relations identiques sont valables pour les niveaux de ai et ah, ou ’augmentation du nombre
d’accidents préalables augmente le risque de déces.

Valeurs des modeles

Figure 22-52
Valeurs des modeles

ntervalle de durée de survie
Histary of Histary of Histary of
) myocardial ischemic hemorrhagic
Dabut Fin infarctioh strake stroke

Motif de référence 1 000 Three Three T

Motif 1.1 1 Qi Mone One Mone
Motif 1.2 1 Qi One One Mone
Motif 1.3 1 Qi Two One Mone
Motif 1.4 1 000 Three Cne Mone

Le prédicteur non spécifié se voit assigner la valeur de ce prédicteur au motif de référence.

Charue intervalle de durée de survie est défini comme Debut = Durée de survie == Fin.
Modélel s mi, is, hs.

Le tableau des valeurs des mode¢les répertorie les valeurs définissant chaque modéle de variable
indépendante. En plus des variables indépendantes du modéle, les heures de début et de fin pour
I’intervalle de survie sont affichées. Pour les analyses exécutées a partir des boites de dialogue,
les heures de début et de fin seront toujours égales a 0 et respectivement non bornées. Vous
pouvez indiquer les chemins des variables indépendantes de constante « par morceau » par le
biais de la syntaxe.

Le mode¢le de référence est défini a la modalité de référence pour chaque facteur et la valeur
moyenne de chaque covariable (il n’existe pas de covariable dans ce mod¢le). Pour cet
ensemble de données, la combinaison de facteurs affichés pour le modéle de référence ne
peut pas se produire. Nous allons donc ignorer le diagramme LN (-Logn) pour le modéle de
référence.

La secule différence des modéles allant de 1,1 a 1,4 réside dans la valeur de la variable
Antécédents d’infarctus du myocarde. Un modéle distinct (et une ligne distincte dans le
diagramme demandé) est créé pour chaque valeur de la variable Antécédents d’infarctus du
myocarde tandis que les autres variables restent constantes.
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Diagramme LN (-Logn).
Figure 22-53
Diagramme LN (-Logn)
Motif
History of myocardial
infarction
5.000- T None
—10ne
Twa
— 1 Three

2.5004

000+

-2.5004

Fonction de survie LN (-Logn)

-5.0004

-7.5004

T T T T T T T T
000 200.000 400000 E00.000 800.000 1000.0001200.0001400.000

Durée de survie

Ce diagramme affiche le LN (-Logn) de fonction de survie, In(—In(suvival)), par rapport a la
durée de survie. Ce diagramme spécifique affiche une courbe distincte pour chaque modalité de
Antécédents d’infarctus du myocarde, avec Antécédents d’accidents ischémiques définie sur Un
et Antécédents d’accidents hémorragiques définie sur Aucun, et offre une visualisation utile de
Ieffet de Antécédents d’infarctus du myocarde sur la fonction de survie. Comme le montre le
tableau des estimations des paramétres, il semble possible de distinguer la survie des patients
ayant subi un infarctus du myocarde ou n’en ayant subi aucun de la survie des patients ayant subi
deux infarctus. Il est également possible de distinguer la survie de ces derniers de la survie des
patients ayant subi trois infarctus.

Récapitulatif

Vous avez ajusté un modele de régression de Cox pour la survie suite a une attaque. Ce modele
estime les effets des antécédents variables des patients suite a une attaque. Il ne s’agit que d’un
début, dans la mesure ou les chercheurs souhaiteraient certainement inclure d’autres variables
indépendantes éventuelles dans le modéle. Par ailleurs, dans une analyse ultérieure de cet ensemble
de données, vous pouvez envisager des changements plus significatifs de la structure du modéle.
Par exemple, le modele actuel suppose que 1’effet d’un événement modifiant les antécédents des
patients peut étre quantifié par un multiplicateur au hasard de base. Il serait plus raisonnable de
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supposer que la forme du hasard de base est modifiée par I’occurrence d’un événement non mortel.
Pour ce faire, vous pouvez stratifier I’analyse en fonction de la variable Index d’événement.



Annexe

A

Fichiers d’exemple

Les fichiers d’exemple installés avec le produit figurent dans le sous-répertoire Echantillons du
répertoire d’installation. Il existe un dossier distinct au sein du sous-répertoire Echantillons pour
chacune des langues suivantes : Anglais, Frangais, Allemand, Italien, Japonais, Coréen, Polonais,
Russe, Chinois simplifi¢, Espangol et Chinois traditionnel.

Seuls quelques fichiers d’exemples sont disponibles dans toutes les langues. Si un fichier
d’exemple n’est pas disponible dans une langue, le dossier de langue contient la version anglaise
du fichier d’exemple.

Descriptions

Voici de bréves descriptions des fichiers d’exemple utilisés dans divers exemples a travers la
documentation.

accidents.sav.Ce fichier de données d’hypothése concerne une société d’assurance qui étudie
les facteurs de risque liés a 1’age et au sexe dans les accidents de la route survenant dans une
région donnée. Chaque observation correspond a une classification croisée de la catégorie
d’age et du sexe.

adl.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures entreprises pour identifier les
avantages d’un type de thérapie proposé aux patients qui ont subi une attaque cardiaque. Les
médecins ont assigné de maniére aléatoire les patients du sexe féminin ayant subi une attaque
cardiaque a un groupe parmi deux groupes possibles. Le premier groupe a fait I’objet de la
thérapie standard tandis que le second a bénéficié en plus d’une thérapie émotionnelle. Trois
mois apres les traitements, les capacités de chaque patient a effectuer les taches ordinaires de
la vie quotidienne ont été notées en tant que variables ordinales.

advert.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend un
détaillant pour examiner la relation existant entre 1’argent dépensé dans la publicité et les
ventes résultantes. Pour ce faire, il collecte les chiffres des ventes passées et les colits associés
a la publicité.

aflatoxin.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne le test de I’aflatoxine dans des
récoltes de mais. La concentration de ce poison varie largement d’une récolte a 1’autre et au
sein de chaque récolte. Un processeur de grain a recu 16 échantillons issus de 8 récoltes de
mais et a mesuré les niveaux d’alfatoxine en parties par milliard (PPB).

anorectic.sav. En cherchant a développer une symptomatologie standardisée du comportement
anorexique/boulimique, des chercheurs(Van der Ham, Meulman, Van Strien, et Van Engeland,
1997) ont examiné 55 adolescents souffrant de troubles alimentaires. Chaque patient a été
observé quatre fois sur une période de quatre années, soit un total de 220 observations. A
chaque observation, les patients ont été notés pour chacun des 16 symptomes. En raison de
I’absence de scores de symptome pour le patient 71/visite 2, le patient 76/visite 2 et le patient
47/visite 3, le nombre d’observations valides est de 217.

© Copyright IBM Corporation 1989, 2011. 275
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bankloan.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend une
banque pour réduire le taux de défaut de paiement. Il contient des informations financiéres
et démographiques sur 850 clients existants et éventuels. Les premiéres 700 observations
concernent des clients auxquels des préts ont été octroyés. Les 150 derniéres observations
correspondant aux clients éventuels que la banque doit classer comme bons ou mauvais
risques de crédit.

bankloan_binning.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne des informations
financiéres et démographiques sur 5 000 clients existants.

behavior.sav. Dans un exemple classique (Price et Bouffard, 1974), on a demandé a

52 étudiants de noter les combinaisons établies a partir de 15 situations et de 15 comportements
sur une échelle de 0 & 9, ou 0 = « extrémement approprié » et 9 = « extrémement inapproprié ».
En effectuant la moyenne des résultats de I’ensemble des individus, on constate une certaine
différence entre les valeurs.

behavior_ini.sav. Ce fichier de données contient la configuration initiale d’une solution
bidimensionnelle pour behavior.sav.

brakes.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne le controle qualité effectué dans
une usine qui fabrique des freins a disque pour des voitures haut de gamme. Le fichier de
données contient les mesures de diamétre de 16 disques de 8 machines de production. Le
diamétre cible des freins est de 322 millimétres.

breakfast.sav. Au cours d’une étude classique (Green et Rao, 1972), on a demandé a

21 étudiants en MBA (Master of Business Administration) de 1’école de Wharton et a leurs
conjoints de classer 15 aliments du petit-déjeuner selon leurs préférences, de 1= « aliment
préféré » a 15= « aliment le moins apprécié ». Leurs préférences ont été enregistrées dans six
scénarios différents, allant de « Préférence générale » a « En-cas avec boisson uniquement ».

breakfast-overall.sav. Ce fichier de données contient les préférences de petit-déjeuner du
premier scénario uniquement, « Préférence générale ».

broadband_1.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne le nombre d’abonnés, par
région, a un service haut débit. Le fichier de données contient le nombre d’abonnés mensuels
de 85 régions sur une période de quatre ans.

broadband_2.sav. Ce fichier de données est identique au fichier broadband _1.sav mais contient
les données relatives a trois mois supplémentaires.

car_insurance_claims.sav. Il s’agit d’un ensemble de données présenté et analysé ailleurs
(McCullagh et Nelder, 1989) qui concerne des actions en indemnisation pour des voitures.
Le montant d’action en indemnisation moyen peut étre modelé comme présentant une
distribution gamma, a I’aide d’une fonction de lien inverse pour associer la moyenne de la
variable dépendante a une combinaison linéaire de 1’age de I’assuré, du type de véhicule et
de I’age du véhicule. Le nombre d’actions entreprises peut tre utilisé comme pondération
de positionnement.

car_sales.sav. Ce fichier de données contient des estimations de ventes hypothétiques, des
barémes de prix et des spécifications physiques concernant divers modéles et marques de
véhicule. Les barémes de prix et les spécifications physiques proviennent tour a tour de
edmunds.com et des sites des constructeurs.

car_sales_uprepared.sav. Il s’agit d’une version modifiée de car_sales.sav qui n’inclut aucune
version transformée des champs.
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carpet.sav. Dans un exemple courant (Green et Wind, 1973), une société intéressée par la
commercialisation d’un nouveau nettoyeur de tapis souhaite examiner 1’influence de cinq
critéres sur la préférence du consommateur : la conception du conditionnement, la marque, le
prix, une étiquette Economique et une garantie satisfait ou remboursé. Il existe trois niveaux
de critére pour la conception du conditionnement, suivant I’emplacement de I’applicateur,
trois marques (K2R, Glory et Bissell), trois niveaux de prix et deux niveaux (non ou oui) pour
chacun des deux derniers critéres. Dix consommateurs classent 22 profils définis par ces
critéres. La variable Préférence indique le classement des rangs moyens de chaque profil.
Un rang faible correspond a une préférence élevée. Cette variable refléte une mesure globale
de préférence pour chaque profil.

carpet_prefs.sav. Ce fichier de données repose sur le méme exemple que celui décrit pour
carpet.sav, mais contient les classements réels issus de chacun des 10 clients. On a demandé
aux consommateurs de classer les 22 profils de produits, du préféré au moins intéressant. Les
variables PREF1 a PREF22 contiennent les identificateurs des profils associés, tels qu’ils
sont définis dans carpet_plan.sav.

catalog.sav. Ce fichier de données contient des chiffres de ventes mensuelles hypothétiques
relatifs a trois produits vendus par une entreprise de vente par correspondance. Les données
relatives a cinq variables explicatives possibles sont également incluses.

catalog_seasfac.sav. Ce fichier de données est identique a catalog.sav mais contient en plus
un ensemble de facteurs saisonniers calculés a partir de la procédure de désaisonnalisation,
ainsi que les variables de date correspondantes.

cellularsav. Ce fichier de données d’hypothese concerne les mesures qu’entreprend un
opérateur téléphonique pour réduire les taux de désabonnement. Des scores de propension au
désabonnement sont attribués aux comptes, de 0 a 100. Les comptes ayant une note égale ou
supérieure a 50 sont susceptibles de changer de fournisseur.

ceramics.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend un
fabricant pour déterminer si un nouvel alliage haute qualité résiste mieux a la chaleur qu’un
alliage standard. Chaque observation représente un test séparé de I’'un des deux alliages ; le
degré de chaleur auquel 1’alliage ne résiste pas est enregistre.

cereal.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne un sondage de 880 personnes
interrogées sur leurs préférences de petit-déjeuner et sur leur age, leur sexe, leur situation
familiale et leur mode de vie (actif ou non actif, selon qu’elles pratiquent une activité physique
au moins deux fois par semaine). Chaque observation correspond & un répondant distinct.

clothing_defects.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne le processus de contrdle

qualité observé dans une usine de textile. Dans chaque lot produit a 1’usine, les inspecteurs
prélévent un échantillon de vétements et comptent le nombre de vétements qui ne sont pas
acceptables.

coffee.sav. Ce fichier de données concerne I’image percue de six marques de café frappé
(Kennedy, Riquier, et Sharp, 1996). Pour chacun des 23 attributs d’image de café frappé,
les personnes sollicitées ont sélectionné toutes les marques décrites par I’attribut. Les six
marques sont appelées AA, BB, CC, DD, EE et FF a des fins de confidentialité.

contacts.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les listes de contacts d’un groupe
de représentants en informatique d’entreprise. Chaque contact est classé selon le service de
I’entreprise ou il travaille et le classement de son entreprise. Sont également enregistrés le
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montant de la derniére vente effectuée, le temps passé depuis la derniére vente et la taille
de I’entreprise du contact.

creditpromo.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend un
grand magasin pour évaluer I’efficacité d’une promotion récente de carte de crédit. A cette
fin, 500 détenteurs de carte ont été sélectionnés au hasard. La moitié¢ a recu une publicité
faisant la promotion d’un taux d’intérét réduit sur les achats effectués dans les trois mois a
venir. L’autre moitié a re¢u une publicité saisonniére standard.

customer_dbase.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend
une société pour utiliser les informations figurant dans sa banque de données et proposer des
offres spéciales aux clients susceptibles d’étre intéressés. Un sous-groupe de la base de
clients a été sélectionné au hasard et a recu des offres spéciales. Les réponses des clients
ont été enregistrées.

customer_information.sav. Un fichier de données d’hypothése qui contient les informations
postales du client, telles que le nom et I’adresse.

customer_subset.sav. Un sous-ensemble de 80 observations de customer _dbase.sav.

debate.sav. Ce fichier de données d’hypothese concerne des réponses appariées a une enquéte
donnée aux participants a un débat politique avant et apres le débat. Chaque observation
représente un répondant distinct.

debate_aggregate.sav. Il s’agit d’un fichier de données d’hypothése qui rassemble les réponses
dans le fichier debate.sav. Chaque observation correspond a une classification croisée de
préférence avant et apres le débat.

demo.sav. Ce fichier de données d’hypothese concerne une base de données clients achetée en
vue de diffuser des offres mensuelles. Les données indiquent si le client a répondu ou non a
I’offre et contiennent diverses informations démographiques.

demo_cs_1.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne la premiére mesure entreprise
par une société pour compiler une base de données contenant des informations d’enquéte.
Chaque observation correspond a une ville différente. La région, la province, le quartier
et la ville sont enregistrés.

demo_cs_2.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne la seconde mesure entreprise par
une société pour compiler une base de données contenant des informations d’enquéte. Chaque
observation correspond a un ménage différent issu des villes sélectionnées a la premiére
étape. La région, la province, le quartier, la ville, la sous-division et 1’identification sont
enregistrés. Les informations d’échantillonnage des deux premicres étapes de la conception
sont également incluses.

demo_cs.sav. Ce fichier de données d’hypothese concerne des informations d’enquéte
collectées via une méthode complexe d’échantillonnage. Chaque observation correspond
a un ménage différent et diverses informations géographiques et d’échantillonnage sont
enregistrées.

dmdata.sav. Ceci est un fichier de données d’hypothése qui contient des informations
démographiques et des informations concernant les achats pour une entreprise de marketing
direct. dmdata2.sav contient les informations pour un sous-ensemble de contacts qui ont recu
un envoi d’essai, et dmdata3.sav contient des informations sur les contacts restants qui n’ont
pas recu I’envoi d’essai.
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dietstudy.sav. Ce fichier de données d’hypothése contient les résultats d’une étude portant sur
le régime de Stillman(Rickman, Mitchell, Dingman, et Dalen, 1974). Chaque observation
correspond a un sujet distinct et enregistre son poids en livres avant et aprés le régime, ainsi
que ses niveaux de triglycérides en mg/100 ml.

dvdplayer.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne le développement d’un nouveau
lecteur DVD. A I’aide d’un prototype, I’équipe de marketing a collecté des données de
groupes spécifiques. Chaque observation correspond a un utilisateur interrogé et enregistre
des informations démographiques sur cet utilisateur, ainsi que ses réponses aux questions
portant sur le prototype.

german_credit.sav. Ce fichier de données provient de I’ensemble de données « German
credit » figurant dans le référenticl Machine Learning Databases (Blake et Merz, 1998) de
I’université de Californie, Irvine.

grocery_Tmonth.sav. Ce fichier de données d’hypothése est le fichier de données
grocery_coupons.sav dans lequel les achats hebdomadaires sont organisés par client distinct.
Certaines variables qui changeaient toutes les semaines disparaissent. En outre, le montant
dépensé enregistré est a présent la somme des montants dépensés au cours des quatre
semaines de 1’enquéte.

grocery_coupons.sav. Il s’agit d’un fichier de données d’hypothése qui contient des données
d’enquéte collectées par une chaine de magasins d’alimentation qui chercher a déterminer les
habitudes de consommation de ses clients. Chaque client est suivi pendant quatre semaines
et chaque observation correspond a une semaine distincte. Les informations enregistrées
concernent les endroits ou le client effectue ses achats, la maniére dont il les effectue, ainsi
que les sommes dépensées en provisions au cours de cette semaine.

guttman.sav. Bell (Bell, 1961) a présenté un tableau pour illustrer les groupes sociaux
possibles. Guttman (Guttman, 1968) a utilisé une partie de ce tableau, dans lequel cinq
variables décrivant des €léments tels que 1’interaction sociale, le sentiment d’appartenance a
un groupe, la proximité physique des membres et la formalité de la relation, ont été croisées
avec sept groupes sociaux théoriques, dont les foules (par exemple, le public d’un match de
football), I’audience (par exemple, au cinéma ou dans une salle de classe), le public (par
exemple, les journaux ou la télévision), les bandes (proche d’une foule, mais qui serait
caractérisée par une interaction beaucoup plus intense), les groupes primaires (intimes), les
groupes secondaires (volontaires) et la communauté moderne (groupement lache issu d’une
forte proximité physique et d’un besoin de services spécialisés).

health_funding.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne des données sur le
financement des soins de santé¢ (montant par groupe de 100 individus), les taux de maladie
(taux par groupe de 10 000 individus) et les visites chez les prestataires de soins de santé (taux
par groupe de 10 000 individus). Chaque observation représente une ville différente.

hivassay.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend un
laboratoire pharmaceutique pour développer une analyse rapide de détection d’infection HIV.
L’analyse a pour résultat huit nuances de rouge, les nuances les plus marquées indiquant une
plus forte probabilité d’infection. Un test en laboratoire a ét¢ effectué sur 2 000 échantillons de
sang, la moitié de ces échantillons étant infectée par le virus HIV et I’autre moitié¢ étant saine.

hourlywagedata.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les salaires horaires
d’infirmiéres occupant des postes administratifs et dans les services de soins, et affichant
divers niveaux d’expérience.
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insurance_claims.sav. Il s’agit d’un fichier de données hypothétiques qui concerne une
compagnie d’assurance souhaitant développer un modéle pour signaler des réclamations
suspectes, potentiellement frauduleuses. Chaque observation correspond a une réclamation
distincte.

insure.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne une compagnie d’assurance qui étudie
les facteurs de risque indiquant si un client sera amené a déclarer un incident au cours d’un
contrat d’assurance vie d’une durée de 10 ans. Chaque observation figurant dans le fichier
de données représente deux contrats, I’un ayant enregistré une réclamation et 1’autre non,
appariés par age et sexe.

judges.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les scores attribués par des juges
expérimentés (plus un juge enthousiaste) a 300 performances de gymnastique. Chaque ligne
représente une performance distincte ; les juges ont examiné les mémes performances.

kinship_dat.sav. Rosenberg et Kim (Rosenberg et Kim, 1975) se sont lancés dans 1’analyse

de 15 termes de parenté (cousin/cousine, fille, fils, frére, grand-mére, grand-pére, mére,
neveu, niéce, oncle, pére, petite-fille, petit-fils, sceur, tante). Ils ont demandé a quatre groupes
d’étudiants (deux groupes de femmes et deux groupes d’hommes) de trier ces termes en
fonction des similarités. Deux groupes (un groupe de femmes et un groupe d’hommes) ont été
invités a effectuer deux tris, en basant le second sur un autre critére que le premier. Ainsi, un
total de six “sources” a été obtenu. Chaque source correspond a une matrice de proximité

15 x 15, dont le nombre de cellules est égal au nombre de personnes dans une source moins le
nombre de fois ou les objets ont été partitionnés dans cette source.

kinship_ini.sav. Ce fichier de données contient une configuration initiale d’une solution
tridimensionnelle pour kinship_dat.sav.

kinship_var.sav. Ce fichier de données contient les variables indépendantes sexe, génér(ation)
et degré (de séparation) permettant d’interpréter les dimensions d’une solution pour
kinship_dat.sav. Elles permettent en particulier de réduire I’espace de la solution a une
combinaison linéaire de ces variables.

marketvalues.sav. Ce fichier de données concerne les ventes de maisons dans un nouvel
ensemble a Algonquin (Illinois) au cours des années 1999-2000. Ces ventes relévent des
archives publiques.

nhis2000_subset.sav.Le NHIS (National Health Interview Survey) est une enquéte de

grande envergure concernant la population des Etats-Unis. Des entretiens ont lieu avec

un échantillon de ménages représentatifs de la population américaine. Des informations
démographiques et des observations sur 1’état de santé et le comportement sanitaire sont
recueillies auprés des membres de chaque ménage. Ce fichier de données contient un
sous-groupe d’informations issues de I’enquéte de 2000. National Center for Health Statistics.
National Health Interview Survey, 2000. Fichier de données et documentation d’usage public.
ftp://fip.cdc.gov/pub/Health _Statistics/NCHS/Datasets/NHIS/2000/. Accés en 2003.

ozone.sav. Les données incluent 330 observations portant sur six variables météorologiques
pour prévoir la concentration d’ozone a partir des variables restantes. Des chercheurs
précédents (Breiman et Friedman, 1985), (Hastie et Tibshirani, 1990), ont décelé parmi ces
variables des non-linéarités qui pénalisent les approches standard de la régression.
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pain_medication.sav. Ce fichier de données d’hypothése contient les résultats d’un essai
clinique d’un remeéde anti-inflammatoire traitant les douleurs de 1’arthrite chronique. On
cherche notamment a déterminer le temps nécessaire au médicament pour agir et les résultats
qu’il permet d’obtenir par rapport a un médicament existant.

patient_los.sav. Ce fichier de données d’hypothése contient les dossiers médicaux de patients
admis a 1’hopital pour suspicion d’infarctus du myocarde suspecté (ou « attaque cardiaque »).
Chaque observation correspond & un patient distinct et enregistre de nombreuses variables
liées a son séjour a I’hopital.

patlos_sample.sav. Ce fichier de données d’hypothése contient les dossiers médicaux d’un
échantillon de patients sous traitement thrombolytique aprés un infarctus du myocarde.
Chaque observation correspond a un patient distinct et enregistre de nombreuses variables
liées a son séjour a I’hopital.

poll_cs.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend un
enquéteur pour déterminer le niveau de soutien du public pour un projet de loi avant
législature. Les observations correspondent a des électeurs enregistrés. Chaque observation
enregistre le comté, la ville et le quartier ou habite I’¢lecteur.

poll_cs_sample.sav. Ce fichier de données d’hypothése contient un échantillon des électeurs
répertoriés dans le fichier poll cs.sav. L’échantillon a été prélevé selon le plan spécifié dans le
fichier de plan poll.csplan et ce fichier de données enregistre les probabilités d’inclusion et les
pondérations d’échantillon. Toutefois, ce plan faisant appel a une méthode d’échantillonnage
de probabilité proportionnelle a la taille (PPS — Probability-Proportional-to-Size), il existe
également un fichier contenant les probabilités de sélection conjointes (poll_jointprob.sav).
Les variables supplémentaires correspondant a la répartition démographique des électeurs et a
leur opinion sur le projet de loi proposé ont été collectées et ajoutées au fichier de données
une fois 1’échantillon prélevé.

property_assess.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend
un contrdleur au niveau du comté pour maintenir les évaluations de valeur de propriété a jour
sur des ressources limitées. Les observations correspondent a des propriétés vendues dans le
comté au cours de 1’année précédente. Chaque observation du fichier de données enregistre
la ville ou se trouve la propriété, I’évaluateur ayant visité la propriété pour la derniére fois,
le temps écoulé depuis cette évaluation, I’évaluation effectuée a ce moment-1a et la valeur
de vente de la propriété.

property_assess_cs.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures
qu’entreprend un contrdleur du gouvernement pour maintenir les évaluations de valeur de
propriété a jour sur des ressources limitées. Les observations correspondent a des propriétés
de I’état. Chaque observation du fichier de données enregistre le comtg, la ville et le quartier
ou se trouve la propriété, le temps écoulé depuis la derniére évaluation et 1’évaluation alors
effectuée.

property_assess_cs_sample.sav. Ce fichier de données d’hypothése contient un échantillon
des propriétés répertoriées dans le fichier property assess cs.sav. L’échantillon a été
prélevé selon le plan spécifié dans le fichier de plan property assess.csplan et ce fichier de
données enregistre les probabilités d’inclusion et les pondérations d’échantillon. La variable
supplémentaire Valeur courante a été collectée et ajoutée au fichier de données une fois
I’échantillon prélevé.
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recidivism.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend une
agence administrative d’application de la loi pour interpréter les taux de récidive dans la
juridiction. Chaque observation correspond a un récidiviste et enregistre les informations
démographiques qui lui sont propres, certains détails sur le premier délit commis, ainsi que
le temps écoulé jusqu’a la seconde arrestation si elle s’est produite dans les deux années
suivant la premiere.

recidivism_cs_sample.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures
qu’entreprend une agence administrative d’application de la loi pour interpréter les taux de
récidive dans la juridiction. Chaque observation correspond a un récidiviste libéré suite

a la premiére arrestation en juin 2003 et enregistre les informations démographiques qui

lui sont propres, certains détails sur le premier délit commis et les données relatives a la
seconde arrestation, si elle a eu lieu avant fin juin 2006. Les récidivistes ont été choisis dans
plusieurs départements échantillonnés conformément au plan d’échantillonnage spécifi¢ dans
recidivism_cs.csplan. Ce plan faisant appel a une méthode d’échantillonnage de probabilité
proportionnelle a la taille (PPS - Probability proportional to size), il existe également un
fichier contenant les probabilités de sélection conjointes (recidivism_cs_jointprob.sav).

rfm_transactions.sav.Un fichier de données d’hypothése qui contient les données de transaction
d’achat, y compris la date d’achat, le/les élément(s) acheté(s) et le montant monétaire pour
chaque transaction.

salesperformance.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne 1’évaluation de deux
nouveaux cours de formation en vente. Soixante employés, divisés en trois groupes, regoivent
chacun une formation standard. En outre, le groupe 2 suit une formation technique et le
groupe 3 un didacticiel pratique. A I’issue du cours de formation, chaque employ¢ est testé et
sa note enregistrée. Chaque observation du fichier de données représente un stagiaire distinct
et enregistre le groupe auquel il a été assigné et la note qu’il a obtenue au test.

satisf.sav. Il s’agit d’un fichier de données d’hypothése portant sur une enquéte de satisfaction
effectuée par une société de vente au détail au niveau de quatre magasins. Un total de
582 clients ont été interrogés et chaque observation représente la réponse d’un seul client.

screws.sav.Ce fichier de données contient des informations sur les descriptives des vis, des
boulons, des écrous et des clous.(Hartigan, 1975).

shampoo_ph.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne le processus de contrdle qualité
observé dans une usine de produits capillaires. A intervalles réguliers, six lots de sortie
distincts sont mesurés et leur pH enregistré. La plage cible est 4,5-5,5.

ships.sav. Il s’agit d’un ensemble de données présenté et analysé ailleurs (McCullagh et

al., 1989) et concernant les dommages causés a des cargos par les vagues. Les effectifs
d’incidents peuvent étre modélisés comme des incidents se produisant selon un taux de
Poisson en fonction du type de navire, de la période de construction et de la période de service.
Les mois de service totalisés pour chaque cellule du tableau formé par la classification croisée
des facteurs fournissent les valeurs d’exposition au risque.

site.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend une société
pour choisir de nouveaux sites pour le développement de ses activités. L’entreprise a fait
appel a deux consultants pour évaluer séparément les sites. Ces consultants, en plus de fournir
un rapport approfondi, ont classé chaque site comme constituant une éventualité « bonne »,

« moyenne » ou « faible ».
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smokers.sav. Ce fichier de données est extrait de 1’étude National Household Survey of
Drug Abuse de 1998 et constitue un échantillon de probabilité des ménages américains.
(http://dx.doi.org/10.3886/ICPSR02934) Ainsi, la premiére étape dans 1’analyse de ce fichier
doit consister a pondérer les données pour refléter les tendances de population.

stocks.sav Ce fichier de données hypothétiques contient le cours et le volume des actions
pour un an.

stroke_clean.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne 1’état d’une base de données
médicales une fois celle-ci purgée via des procédures de 1’option Validation de données.

stroke_invalid.sav. Ce fichier de données d’hypothese concerne 1’état initial d’une base de
données médicales et comporte plusieurs erreurs de saisie de données.

stroke_survival. Ce fichier de données d’hypothése concerne les temps de survie de patients
qui quittent un programme de rééducation a la suite d’un accident ischémique et rencontrent
un certain nombre de problémes. Apres 1’attaque, 1I’occurrence d’infarctus du myocarde,
d’accidents ischémiques ou hémorragiques est signalée, et le moment de 1’événement
enregistré. L’échantillon est tronqué a gauche car il n’inclut que les patients ayant survécu
durant le programme de rééducation mis en place suite a une attaque.

stroke_valid.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne 1’état d’une base de données
médicales une fois les valeurs vérifiées via la procédure Validation de données. Elle contient
encore des observations anormales potentielles.

survey_sample.sav. Ce fichier de données concerne des informations d’enquéte dont des
données démographiques et des mesures comportementales. Il est basé sur un sous-ensemble
de variables de la 1998 NORC General Social Survey, bien que certaines valeurs de données
aient été modifiées et que des variables supplémentaires fictives aient été ajoutées a titre de
démonstration.

telco.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend une société
de télécommunications pour réduire les taux de désabonnement de sa base de clients.
Chaque observation correspond a un client distinct et enregistre diverses informations
démographiques et d’utilisation de service.

telco_extra.sav. Ce fichier de données est semblable au fichier de données telco.sav mais

les variables de permanence et de dépenses des consommateurs transformées log ont été
supprimées et remplacées par des variables de dépenses des consommateurs transformées log
standardisées.

telco_missing.sav. Ce fichier de données est un sous-ensemble du fichier de données telco.sav
mais certaines des valeurs de données démographiques ont été remplacées par des valeurs
manquantes.

testmarket.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne une chaine de fast foods et ses
plans marketing visant a ajouter un nouveau plat a son menu. Trois campagnes étant possibles
pour promouvoir le nouveau produit, le nouveau plat est introduit sur des sites sur plusieurs
marchés sélectionnés au hasard. Une promotion différente est effectuée sur chaque site et les
ventes hebdomadaires du nouveau plat sont enregistrées pour les quatre premiéres semaines.
Chaque observation correspond a un site-semaine distinct.

testmarket_1month.sav. Ce fichier de données d’hypothése est le fichier de données
testmarket.sav dans lequel les ventes hebdomadaires sont organisées par site distinct.
Certaines variables qui changeaient toutes les semaines disparaissent. En outre, les ventes
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enregistrées sont a présent la somme des ventes réalisées au cours des quatre semaines de
I’enquéte.

tree_car.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne des données démographiques et de
prix d’achat de véhicule.

tree_credit.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne des données démographiques
et d’historique de prét bancaire.

tree_missing_data.sav Ce fichier de données d’hypothése concerne des données
démographiques et d’historique de prét bancaire avec un grand nombre de valeurs manquantes.

tree_score_car.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne des données démographiques
et de prix d’achat de véhicule.

tree_textdata.sav. Ce fichier de données simples ne comporte que deux variables et vise
essentiellement a indiquer 1’état par défaut des variables avant affectation du niveau de
mesure et des étiquettes de valeurs.

tv-survey.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne une enquéte menée par un studio
de télévision qui envisage de prolonger la diffusion d’un programme ou de I’arréter. On

a demandé a 906 personnes si elles regarderaient le programme dans diverses situations.
Chaque ligne représente un répondant distinct et chaque colonne une situation distincte.

ulcer_recurrence.sav. Ce fichier contient des informations partielles d’une enquéte visant a
comparer ’efficacité de deux thérapies de prévention de la récurrence des ulcéres. Il fournit
un bon exemple de données censurées par intervalle et a été présenté et analysé ailleurs
(Collett, 2003).

ulcer_recurrence_recoded.sav. Ce fichier réorganise les informations figurant dans le fichier
ulcer_recurrence.sav pour que vous puissiez modéliser la probabilité d’événement pour
chaque intervalle de I’enquéte plutdt que la probabilité d’événement de fin d’enquéte. 1l a été
présenté et analysé ailleurs (Collett et al., 2003).

verd1985.sav. Ce fichier de données concerne une enquéte (Verdegaal, 1985). Les réponses de
15 sujets a 8 variables ont été enregistrées. Les variables présentant un intérét sont divisées
en trois ensembles. Le groupe 1 comprend I’dge et la situation familiale, le groupe 2 les
animaux domestiques et la presse, et le groupe 3 la musique et 1’ habitat. A la variable animal
domestique est appliqué un codage nominal multiple et a dge, un codage ordinal ; toutes les
autres variables ont un codage nominal simple.

virus.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne les mesures qu’entreprend un
fournisseur de services Internet pour déterminer les effets d’un virus sur ses réseaux. Il a suivi
le pourcentage (approximatif) de trafic de messages électroniques infectés par un virus sur ses
réseaux sur la durée, de la découverte a la circonscription de la menace.

wheeze_steubenville.sav. 11 s’agit d’un sous-ensemble d’une enquéte longitudinale des effets
de la pollution de I’air sur la santé des enfants (Ware, Dockery, Spiro III, Speizer, et Ferris Jr.,
1984). Les données contiennent des mesures binaires répétées de I’état asthmatique d’enfants
de la ville de Steubenville (Ohio), agés de 7, 8, 9 et 10 ans, et indiquent si la mére fumait

au cours de la premiére année de 1’enquéte.

workprog.sav. Ce fichier de données d’hypothése concerne un programme de I’administration
visant a proposer de meilleurs postes aux personnes défavorisées. Un échantillon de
participants potentiels au programme a ensuite été prélevé. Certains de ces participants ont
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été sélectionnés au hasard pour participer au programme. Chaque observation représente un
participant au programme distinct.

m  worldsales.sav Ce fichier de données hypothétiques contient les revenus des ventes par
continent et par produit.
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Ces informations ont été¢ développées pour les produits et services offerts dans le monde.

Il est possible qu’IBM n’offre pas dans les autres pays les produits, services et fonctionnalités
décrits dans ce document. Contactez votre représentant local IBM pour obtenir des informations
sur les produits et services actuellement disponibles dans votre région. Toute référence a un
produit, programme ou service IBM n’implique pas que les seuls les produits, programmes

ou services IBM peuvent étre utilisés. Tout produit, programme ou service de fonctionnalité
équivalente qui ne viole pas la propriété intellectuelle IBM peut étre utilisé a la place. Cependant
’utilisateur doit évaluer et vérifier 1’utilisation d’un produit, programme ou service non IBM.

IBM peut posséder des brevets ou des applications de brevet en attente qui couvrent les sujets
décrits dans ce document. L’octroi de ce document n’équivaut aucunement a celui d’une licence
pour ces brevets. Vous pouvez envoyer par écrit des questions concernant la licence a :

IBM Director of Licensing, IBM Corporation, North Castle Drive, Armonk, NY 10504-1785,
Etats-Unis

Pour obtenir des informations de licence concernant la configuration de caractéres codés sur
deux octets (DBCS), veuillez contacter dans votre pays le département chargé de la propriété
intellectuelle chez IBM ou envoyez vos commentaires par écrit a :

Intellectual Property Licensing, Legal and Intellectual Property Law, IBM Japan Ltd., 1623-14,
Shimotsuruma, Yamato-shi, Kanagawa 242-8502 Japon.

Le paragraphe suivant ne s’applique pas au Royaume-Uni ni a aucun pays dans lequel ces dispositions
sont contraires au droit local : INTERNATIONAL BUSINESS MACHINES FOURNIT CETTE
PUBLICATION « EN L’ETAT » SANS GARANTIE D’AUCUNE SORTE, IMPLICITE OU
EXPLICITE, Y COMPRIS, MAIS SANS ETRE LIMITE AUX GARANTIES IMPLICITES DE
NON VIOLATION, DE QUALITE MARCHANDE OU D’ADAPTATION POUR UN USAGE
PARTICULIER. Certains états n’autorisent pas I’exclusion de garanties explicites ou implicites
lors de certaines transactions, par conséquent, il est possible que cet €énoncé ne vous concerne pas.

Ces informations peuvent contenir des erreurs techniques ou des erreurs typographiques. Ces

informations sont modifiées de temps en temps ; ces modifications seront intégrées aux nouvelles
versions de la publication. IBM peut apporter des améliorations et/ou modifications des produits
et/ou des programmes décrits dans cette publications a tout moment sans avertissement préalable.

Toute référence dans ces informations a des sites Web autres qu’IBM est fournie dans un but
pratique uniquement et ne sert en aucun cas de recommandation pour ces sites Web. Le matériel
contenu sur ces sites Web ne fait pas partie du matériel de ce produit IBM et I’utilisation de ces
sites Web se fait a vos propres risques.

IBM peut utiliser ou distribuer les informations que vous lui fournissez, de la fagon dont il le
souhaite, sans encourir aucune obligation envers vous.
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Les personnes disposant d’une licence pour ce programme et qui souhaitent obtenir des
informations sur celui-ci pour activer : (i) ’échange d’informations entre des programmes créés
de maniére indépendante et d’autres programmes (notamment celui-ci) et (ii) I’utilisation mutuelle
des informations qui ont été échangées, doivent contacter :

IBM Software Group, Attention: Licensing, 233 S. Wacker Dr., Chicago, IL 60606, Etats-Unis.

Ces informations peuvent étre disponibles, soumises a des conditions générales, et dans certains
cas payantes.

Le programme sous licence décrit dans ce document et toute la documentation sous licence
disponible pour ce programme sont fournis par IBM en conformité avec les conditions de I’accord
du client IBM, avec I’accord de licence du programme international IBM et avec tout accord
équivalent entre nous.

les informations concernant les produits autres qu’IBM ont été obtenues aupres des fabricants de
ces produits, leurs annonces publiques ou d’autres sources publiques disponibles. IBM n’a pas
testé ces produits et ne peut confirmer 1’exactitude de leurs performances, leur compatibilité ou
toute autre fonctionnalité associée a des produits autres qu’IBM. Les questions sur les capacités de
produits autres qu'IBM doivent étre adressées aux fabricants de ces produits.

Ces informations contiennent des exemples de données et de rapports utilisés au cours
d’opérations quotidiennes standard. Pour les illustrer le mieux possible, ces exemples contiennent
des noms d’individus, d’entreprises, de marques et de produits. Tous ces noms sont fictifs et
toute ressemblance avec des noms et des adresses utilisés par une entreprise réelle ne serait

que pure coincidence.

Si vous consultez la version papier de ces informations, il est possible que certaines photographies
et illustrations en couleurs n’apparaissent pas.

Marques commerciales

IBM, le logo IBM, ibm.com et SPSS sont des marques commerciales d’IBM Corporation,
déposées dans de nombreuses juridictions du monde entier. Une liste a jour des marques IBM est
disponible sur Internet a I’adresse http://www.ibm.com/legal/copytrade.shtml.

Adobe, le logo Adobe, PostScript et le logo PostScript sont des marques déposées ou des marques
commerciales de Adobe Systems Incorporated aux Etats-Unis et/ou dans d’autres pays.

Intel, le logo Intel, Intel Inside, le logo Intel Inside, Intel Centrino, le logo Intel Centrino, Celeron,
Intel Xeon, Intel SpeedStep, Itanium, et Pentium sont des marques commerciales ou des marques
déposées de Intel Corporation ou de ses filiales aux Etats-Unis et dans d’autres pays.

Java et toutes les marques et logos Java sont des marques commerciales de Sun Microsystems,
Inc. aux Etats-Unis et/ou dans d’autres pays.

Linux est une marque déposée de Linus Torvalds aux Etats-Unis et/ou dans d’autres pays.

Microsoft, Windows, Windows NT et le logo Windows sont des marques commerciales de
Microsoft Corporation aux Etats-Unis et/ou dans d’autres pays.

UNIX est une marque déposée de The Open Group aux Etats-Unis et dans d’autres pays.

Ce produit utilise WinWrap Basic, Copyright 1993-2007, Polar Engineering and Consulting,
http://www.winwrap.com/.
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Les autres noms de produits et de services peuvent étre des marques d’IBM ou d’autres sociétés.

Les captures d’écran des produits Adobe sont reproduites avec 1’autorisation de Adobe Systems
Incorporated.

Les captures d’écran des produits Microsoft sont reproduites avec 1’autorisation de Microsoft
Corporation.
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