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Uwaga
Przed skorzystaniem z niniejszych informacji oraz produktu, ktérego one dotycza, nalezy zapoznac¢ si¢ z informacjami zamieszczonymi w
sekeji[“Uwagi” na stronie 377}

Informacje o produkcie

Niniejsze wydanie publikacji dotyczy wersji 18, wydania 2, modyfikacji 0 produktu IBM SPSS Modeler oraz wszystkich
nastgpnych wydan i modyfikacji do czasu, az w kolejnym wydaniu publikacji zostanie zawarta informacja o stosownej zmianie.
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Rozdziat 1. Skrypty i jezyk skryptowy

Ogolne informacje o skryptach

Skrypty w IBM® SPSS Modeler sa poteznym narzedziem automatyzacji procesow interfejsu uzytkownika. Skrypty
moga wykonywac takie same dziatania, ktore wykonujesz ty, uzywajac myszy lub klawiatury; mozesz je wykorzystaé¢
do zautomatyzowania wysoce powtarzalnych zadan lub takich zadan, ktérych wykonanie r¢gczne wymaga duzo czasu.

Skryptow mozna uzywac do:
* Wymuszenia konkretnej kolejnosci wykonania weztow w strumieniu.

* Nadawania wartosci wlasciwosciom wezta oraz przeprowadzania wyliczen przy uzyciu podzbioru jezyka CLEM
(Control Language for Expression Manipulation).

* Zdefiniowania sekwencji czynnosci wykonywanej automatycznie, bez udziatu uzytkownika — mozna na przyktad
zbudowa¢ model, a potem go przetestowac.

* Budowania skomplikowanych procesow, ktore wymagatyby intensywnych interakcji z uzytkownikiem, np. procedur
walidacji krzyzowej, ktore wymagaja wielokrotnego generowania i testowania modeli.

* Budowania procesow, ktore manipuluja strumieniami — mozna na przyktad uruchomi¢ strumien uczacy model i
wygenerowac automatycznie odpowiedni strumien testujacy model.

Ten rozdziat zawiera ogolne informacje i przyktady dotyczace skryptow wykonywanych na poziomie strumienia,
skryptow samodzielnych i skryptow w superweztach w ramach interfejsu programu IBM SPSS Modeler. Wigcej
informacji o jezyku skryptowym, jego sktadni i komendach zawieraja kolejne rozdziaty.

Uwaga:

W programie IBM SPSS Modeler nie mozna importowac i uruchamia¢ skryptow utworzonych w programie IBM SPSS
Statistics.

Typy skryptow

W programie IBM SPSS Modeler stosowane sa trzy typy skryptow:

* Skrypty strumieni sa przechowywane jako wtasciwos$ci strumieni, a zatem sa zapisywane i fadowane razem z
konkretnymi strumieniami. Mozna na przyktad napisac¢ skrypt strumienia, ktory bedzie automatyzowat proces
uczenia i stosowania modelu uzytkowego. Mozna takze nakazac, by przy kazdym uruchomieniu konkretnego
strumienia uruchamiany byt skrypt, a nie zawarto$¢ obszaru roboczego.

* Skrypty samodzielne nie sa powiazane z zadnymi konkretnymi strumieniami i sa zapisywane w zewnetrznych
plikach tekstowych. Skryptow samodzielnych mozna uzywac na przyktad do manipulowania kilkoma skryptami
jednoczesnie.

* Skrypty superwezlow sa przechowywane jako wlasciwos$ci strumieni superweztdw. Skrypty superwezlow sa
dostepne tylko w konicowych superweztach. Skryptu superwezta mozna uzy¢ do sterowania kolejnoscia wykonania
zawartosci superwezla. W przypadku superweztow innych niz koncowe (tj. zrédtowych lub procesowych)
wlasciwosci superwezta i zawartych w nim weztdw mozna definiowa¢ bezposrednio w skrypcie strumienia.

Skrypty strumieni

Skrypty mozna stosowa¢ do realizowania niestandardowych operacji w konkretnym strumieniu. Skrypty takie sa
zapisywane razem z tym strumieniem. Skrypt strumienia umozliwia okreslenie kolejnosci wykonywania weztow
koncowych w strumieniu. Skrypt zapisywany z biezacym strumieniem edytuje si¢ w oknie dialogowym skryptu
strumienia.

Aby uzyska¢ dostep do karty skryptu strumienia w oknie dialogowym Wiasciwos$ci strumienia:
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1. Z menu Narzedzia wybierz:
Wilasciwosci strumienia > Wykonywanie

2. Kliknij karte Wykonywanie, aby pracowac ze skryptami biezacego strumienia.

Ikony na pasku narzgdzi u géry okna dialogowego strumienia umozliwiaja nastgpujace operacje:

» Zaimportowanie zawartosci istniejacego skryptu samodzielnego do okna.

» Zapisanie skryptu jako pliku tekstowego.

* Wydrukowanie skryptu.

* Dotaczenie skryptu domyslnego.

* Edytowanie skryptu (dostepne sa funkcje cofania, wycinania, kopiowania, wklejania i inne typowe funkcje
edycyjne).

* Wykonanie catego biezacego skryptu.

* Wykonanie wybranych wierszy skryptu.

* Zatrzymanie wykonywania skryptu. (Ta ikona jest aktywna tylko w trakcie wykonywania skryptu).

» Sprawdzenie sktadni skryptu i wyswietlenie informacji o ewentualnych btgdach w dolnym panelu okna
dialogowego.

Uwaga: Poczawszy od wersji 16.0 w programie SPSS Modeler uzywany jest jezyk skryptowy Python. We wszystkich
wersjach nizszych niz 16.0 uzywany byl wilasny jezyk skryptowy produktu SPSS Modeler, obecnie nazywany
»wczesniejszym jezykiem skryptowym”. W zalezno$ci od rodzaju skryptu, z jakim pracujesz, na karcie Wykonywanie
wybierz tryb wykonania Domys$Iny (skrypt opcjonalny), a nastepnie wybierz Python albo Wczesniejszy.

Mozna okresli¢, czy podczas wykonywania strumienia skrypt ma by¢ uruchamiany, czy nie. Wybranie opcji Wykonaj
ten skrypt spowoduje, ze skrypt bedzie uruchamiany przy kazdym wykonaniu strumienia, z zachowaniem kolejnosci
wykonania okreslonej w skrypcie. To ustawienie umozliwia automatyzacjg na poziomie strumienia, a w efekcie
szybsze budowanie modeli. Jednak zgodnie z ustawieniem domyslnym skrypt jest ignorowany w trakcie wykonywania
strumienia. Nawet jesli wybierzesz opcjg Ignoruj ten skrypt, mozesz zawsze uruchomi¢ skrypt bezposrednio z okna
dialogowego.

Edytor skryptow oferuje nastgpujace funkcje utatwiajace pisanie skryptow:
* Wyroznianie sktadni: stowa kluczowe, literaty (takie jak tancuchy i liczby) oraz komentarze sa wyrozniane.
* Numerowanie wierszy.

* Wyszukiwanie blokow: umieszczenie kursora na poczatku bloku programu powoduje wyroznienie takze konca tego
bloku.

* Automatyczne uzupetnianie tekstu.

Kolory i style uzywane do wyrdzniania sktadni mozna zmodyfikowac za posrednictwem preferencji wyswietlania w
programie IBM SPSS Modeler. Aby uzyskac dostgp do preferencji wyswietlania, nalezy wybra¢ kolejno Narzedzia >
Opcje > Opcje uzytkownika i klikna¢ kart¢ Komendy.

Listg podpowiedzi sugerowanych przez funkcje¢ automatycznego uzupetniania mozna wyswietli¢, wybierajac opcje
Automatyczne sugerowanie z menu kontekstowego lub naciskajac kombinacj¢ klawiszy Ctrl + Spacja. Za pomoca
klawiszy kursora wybierz pozycjg na liScie i nacisnij klawisz Enter, aby wstawi¢ wybrany tekst. Nacisnigcie klawisza
Esc powoduje wyjscie z trybu automatycznego sugerowania bez zmiany tekstu w edytorze.

Na karcie Debugowanie wyswietlane sa komunikaty debugowania, ktére umozliwiaja oceng stanu skryptu po jego
wykonaniu. karta Debugowanie zawiera obszar tekstowy przeznaczony tylko do odczytu oraz jednowierszowe pole
wprowadzania tekstu. W obszarze tekstowym wyswietlany jest tekst wysytany przez skrypty do standardowego wyjscia
lub standardowego blgdu — na przyktad komunikaty o btedach. W polu tekstowym uzytkownik moze wprowadzac
dane. Te dane sa analizowane w kontekscie skryptu ostatnio wykonywanego w oknie dialogowym (jest to tzw. kontekst
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skryptu). Obszar tekstowy zawiera komendg i uzyskane wyniki, zatem uzytkownik moze przesledzi¢ przebieg
wykonania komend. Pole wprowadzania tekstu zawsze zawiera zachete wiersza komend (--> w przypadku
wczesniejszego jezyka skryptowego).

Nowy kontekst skryptu tworzony jest w nastgpujacych okolicznosciach:
* Skrypt jest wykonywany poprzez uzycie opcji Wykonaj ten skrypt lub Wykonaj zaznaczone wiersze.

* Gdy wybrany zostanie inny niz dotad jezyk skryptowy.
Utworzenie nowego kontekst skryptu powoduje wyczyszczenie obszaru tekstowego.

Uwaga: Wykonanie strumienia poza panelem skryptu nie powoduje zmodyfikowania kontekstu skryptu w tym panelu.
Wartosci zmiennych wygenerowane w wyniku wykonania nie sa widoczne w oknie dialogowym skryptu.

Przykiad skryptu strumienia: uczenie sieci neuronowej

Strumienia mozna uzy¢ do uczenia modelu sieci neuronowej. Zwykle aby przetestowa¢ model, nalezaloby uruchomic
wezel modelowania w celu dodania modelu do strumienia, utworzy¢ odpowiednie potaczenia, a nastgpnie uruchomié
wezel Analiza.

Korzystajac ze skryptu programu IBM SPSS Modeler, mozna zautomatyzowac proces testowania modelu uzytkowego
po jego utworzeniu. Ponizszy skrypt strumienia testuje strumien demonstracyjny druglearn.str (dostgpny w folderze
/Demos/streams/ wewnatrz folderu instalacyjnego programu IBM SPSS Modeler). Skrypt mozna uruchomi¢ z okna
dialogowego Wtasciwosci strumienia (Narzedzia > Wlasciwosci strumienia > Skrypt):

stream = modeler.script.stream()

neuralnetnode = stream.findByType("neuralnetwork", None)

results = []

neuralnetnode.run(results)

appliernode = stream.createModelApplierAt(results[0], "Drug", 594, 187)

analysisnode = stream.createAt("analysis", "Drug", 688, 187)

typenode = stream.findByType("type", None)

stream.linkBetween(appliernode, typenode, analysisnode)

analysisnode.run([])

W nastepujacych punktach opisano poszczegolne wiersze przyktadowego skryptu.

* Pierwszy wiersz definiuje zmienna wskazujaca na biezacy strumien.

* W 2. wierszu skrypt znajduje wezel tworzacy sie¢ neuronowa.

* W 3. wierszu skrypt tworzy listg, w ktorej moga by¢ zapisywane wyniki wykonania.

* W 4. wierszu tworzony jest model uzytkowy Sie¢ neuronowa. Jest on zapisywany w liscie zdefiniowanej w wierszu
3.

* W 5. wierszu tworzony jest wezet modelu do zastosowania dla modelu uzytkowego. Wezet ten jest umieszczany w
obszarze roboczym strumienia.

* W 6. wierszu tworzony jest wezet analizy o nazwie Drug.
* W 7. wierszu skrypt znajduje wegzet Typ.

* W 8. wierszu skrypt taczy wezet modelu do zastosowania utworzony w 5. wierszu, umieszczajac go miedzy weztem
Typ a weztem Analiza.

* Na koniec wykonywany jest wezet Analiza w celu wygenerowania raportu analitycznego.

Za pomoca skryptu mozna utworzy¢ i uruchomi¢ strumien od podstaw, poczawszy od pustego obszaru roboczego.
Wigcej ogélnych informacji o jezyku skryptowym zawiera sekcja [Przeglad jezyka skryptowego]
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Limity wielkosci kodu Jython

Jezyk Jython kompiluje kazdy skrypt do kodu bajtowego Java ktdry jest nastepnie wykonywany wirtualna maszyne
jezyka Java (JVM). Jednak jezyk Java naktada limity dotyczace wielkosci pojedynczego pliku kodu bajtowego.
Dlatego proba zatadowania kodu bajtowego przez Jython moze doprowadzi¢ do awarii JVM. IBM SPSS Modeler nie
moze temu zapobiec.

Nalezy upewnic¢ sig, ze skrypty w jezyku Python sa pisane zgodnie z dobrymi praktykami programowania
(polegajacymi m.in. na minimalizacji powielajacego si¢ kodu poprzez wykorzystanie zmiennych lub funkcji do
obliczania warto$ci wspolnego jezyka posredniego). Jesli to konieczne, nalezy podzieli¢ kod dla plikow zrédlowych
lub zdefiniowaé go przy uzyciu modutdéw, poniewaz sa one kompilowane do oddzielnych plikéw kodu bajtowego.

Skrypty samodzielne

Okno dialogowe Skrypt samodzielny stuzy do tworzenia i edytowania skryptow zapisywanych w postaci plikow
tekstowych. W oknie wyswietlana jest nazwa pliku i dostgpne sa funkcje fadowania, importowania, zapisywania i
wykonywania skryptow.

Aby uzyska¢ dostep do okna dialogowego Skrypt samodzielny:

Z menu gtéwnego wybierz opcje:

Narzedzia > Skrypt samodzielny

W przypadku skryptéw samodzielnych dostgpny jest ten sam pasek narzedzi i te same opcje sprawdzania sktadni, co w
w przypadku skryptow strumieni. Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie [Skrypty strumieni” na stronie 1|

Przykiad skryptu samodzielnego: zapisywanie i tadowanie modelu

Skrypty samodzielne sa przydatne do manipulowania strumieniami. Zat6zmy, ze mamy dwa strumienie: strumien,
ktéry tworzy model, i strumien, ktory stuzy do eksploracji zestawu regut wygenerowanego przez pierwszy strumien po
zastosowaniu tego zestawu do istniejacych zmiennych z danymi. Skrypt samodzielny realizujacy taki scenariusz
mogtby wygladac na przyktad tak:

taskrunner = modeler.script.session().getTaskRunner()

# Zmieh na whraSciwg Sciezke folderu Demos w konkretnej
# instalacji. Uwaga: ukoSniki zwykty i ukoSnik na koficu.
installation = "C:/Program Files/IBM/SPSS/Modeler/19/Demos/"

# Najpierw zataduj z pliku strumieh budowy modelu i zbuduj model

druglearn_stream = taskrunner.openStreamFromFile(installation + "streams/druglearn.str", True)
results = []

druglearn_stream.findByType("c50", None).run(results)

# Zapisz model w pliku
taskrunner.saveModelToFile(results[0], "rule.gm")

# Teraz zataduj strumied do pracy z wykresami, wczytaj model z pliku i wstaw do strumienia
drugplot_stream = taskrunner.openStreamFromFile(installation + "streams/drugplot.str", True)
model = taskrunner.openModelFromFile("rule.gm", True)

modelapplier = drugplot_stream.createModelApplier(model, "Drug")

# Teraz znajdz wezet wykresu, od¥acz go i podtacz wezet

# modeTu do zastosowania miedzy weztem wyliczefi a weztem wykresu
derivenode = drugplot_stream.findByType("derive", None)

plotnode = drugplot_stream.findByType("plot", None)
drugplot_stream.disconnect(plotnode)
modelapplier.setPositionBetween(derivenode, plotnode)
drugplot_stream.1linkBetween(modelapplier, derivenode, plotnode)
plotnode.setPropertyValue("color field", "$C-Drug")
plotnode.run([])
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Uwaga: Wigcej ogolnych informacji o jezyku skryptowym zawiera sekcja|“Przeglqd jezyka skryptowego” na stronie

Przykiad skryptu samodzielnego: generowanie modelu wyboru
predyktora

Wychodzac od pustego obszaru roboczego, ten przyktad buduje strumien, ktdry generuje model wyboru predyktora,
stosuje model i tworzy tabelg z 15 zmiennymi najwazniejszymi wzgledem okreslonej zmiennej przewidywane;j.

stream = modeler.script.session().createProcessorStream("featureselection", True)

statisticsimportnode = stream.createAt("statisticsimport", "Statistics File", 150, 97)
statisticsimportnode.setPropertyValue("full _filename", "$CLEQ_DEMOS/customer dbase.sav")

typenode = stream.createAt("type", "Type", 258, 97)
typenode.setKeyedPropertyValue("direction", "response 01", "Target")

featureselectionnode = stream.createAt("featureselection", "Feature Selection", 366, 97)
featureselectionnode.setPropertyValue("top_n", 15)
featureselectionnode.setPropertyValue("max_missing_values", 80.0)
featureselectionnode.setPropertyValue("selection_mode", "TopN")
featureselectionnode.setPropertyValue("important label", "Check Me Out!")
featureselectionnode.setPropertyValue("criteria", "Likelihood")

stream.link(statisticsimportnode, typenode)
stream.link(typenode, featureselectionnode)
models = []
featureselectionnode.run(models)

# ZakYadamy, ze strumied automatycznie umieszcza wezty modelu do zastosowania
applynode = stream.findByType("applyfeatureselection", None)

tablenode = stream.createAt("table", "Table", applynode.getXPosition() + 96,
applynode.getYPosition())

stream.link(applynode, tablenode)

tablenode.run([])

Skrypt tworzy wezel zrédlowy odczytujacy dane, za pomoca wezta Typ okresla dla zmiennej response_01 rolg
Target (zmiennej docelowej), a nastepnie tworzy i wykonuje wezet wyboru predyktora. Ponadto skrypt taczy wezty i
umieszcza je w czytelnym uktadzie w obszarze roboczym. Wynikowy model uzytkowy jest nastgpnie taczony z
wezlem Tabela, ktory zawiera liste najwazniejszych pol okreslonych przez wlasciwosci selection_mode i top_n.
Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie [*Whasciwosci wezta featureselectionnode” na stronie 206

Skrypty superweziow

Korzystajac z jezyka skryptowego programu IBM SPSS Modeler, mozna tworzyc¢ i zapisywac skrypty w dowolnych
superweztach koncowych. Skrypty te sa dostepne tylko w koncowych superweztach i czgsto uzywane do tworzenia
szablonow strumieni badz wymuszania okreslonej kolejnosci wykonywania zawartosci superwezta. Skrypty
superweztow umozliwiaja rowniez jednoczesne wykonywanie wigcej niz jednego skryptu wewnatrz strumienia.

Zalézmy na przyktad, ze chcemy uzyskac konkretna kolejnos¢ wykonywania ztozonego strumienia, a superwezet
zawiera kilka weztow, w tym wezet Globalne, ktory musi by¢ wykonany przed wyliczeniem nowej zmiennej uzywanej
w wezle Wykres. W takim przypadku mozemy utworzy¢ skrypt superwezla, ktory w pierwszej kolejnosci wykona
wezel Globalne. Wartosci obliczone przez ten wezet, takich jak srednia lub odchylenie standardowe, bedzie mozna
nastepnie uzy¢ podczas wykonywania wezta Wykres.

W skrypcie superwezta mozna nadawac wartosci wlasciwosciom wezta, tak samo jak w innych skryptach. Mozna tez
zmienic¢ i definiowa¢ wlasciwosci dowolnego superwezla i zawartych w nim weztdw bezposrednio ze skryptu
strumienia. Wiecej informacji mozna znalezé w rozdziale [Rozdziat 21, “Wiasciwosci superweztow”, na stronie 361| Ta
metoda dziata zarowno z superweztami zrédtowymi i procesowymi, jak i z superweztami koncowymi.
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Uwaga: Poniewaz tylko superwezly koncowe moga wykonywac wilasne skrypty, karta Skrypty okna dialogowego
Superwezetl jest dostepna tylko w koncowych superweztach.

Aby otworzy¢ okno dialogowe skryptu superwezta z gtéwnego obszaru roboczego:
Zaznacz koncowy superwgzel w obszarze roboczym strumienia i z menu superwgzta wybierz:
Skrypt Superwezla...

Aby otworzy¢ okno dialogowe skryptu superwezta z obszaru roboczego
powiekszonego superwezia:

Prawym przyciskiem myszy kliknij obszar roboczy superwezta i z menu kontekstowego wybierz:

Skrypt Superwezla...

Przyktad skryptu superwezia

Nastgpujacy skrypt superwezta deklaruje kolejnos¢ wykonywania wezldw koncowych wewnatrz superwezta. Kolejnosé
ta gwarantuje, ze wezet wartosci globalnych zostanie wykonany jako pierwszy, tak aby wartosci obliczone przez ten
wezet dato si¢ wykorzysta¢ przy wykonywaniu nastgpnych weztow.

execute 'Set Globals'
execute 'gains'

execute 'profit'

execute 'age v. $CC-pep'
execute 'Table'

Blokowanie i odblokowywanie superweziow

W ponizszym przyktadzie przedstawiono, w jaki sposob mozna zablokowac i odblokowaé¢ Superwezet:

stream = modeler.script.stream()
superNode=stream.findByID('id854RNTSD5MB")
# unlock one super node
print 'unlock the super node with password abcd'
if superNode.unlock('abcd'):

print 'unlocked.'
else:

print 'invalid password.'
# lock one super node
print 'Tock the super node with password abcd'
superNode.Tock('abcd")

Petle i wykonanie warunkowe w strumieniach

Poczawszy od wersji 16.0 SPSS Modeler umozliwia tworzenie prostych skryptow wewnatrz strumienia poprzez wybor
warto$ci w roznych oknach dialogowych — bez koniecznosci pisania instrukcji w jezyku skryptowym. Dwa gltéwne
typy skryptow, jakie mozna utworzy¢ w ten sposob, to petle i skrypty wykonujace wezly, jesli spetniony jest okreslony
warunek.

W strumieniu mozna stosowac jednoczesnie petle i regulty wykonywania warunkowego. Zatézmy, ze mamy dane
opisujace sprzedaz samochoddw roznych producentdw z catego swiata. Mozemy skonfigurowac petlg przetwarzajaca
dane w strumieniu, identyfikujaca informacje na podstawie kraju produkcji i generujaca rézne wykresy przedstawiajace
np. sprzedaz poszczegolnych modeli, poziomy emisji w zalezno$ci od producenta i pojemnosci silnika itd. Gdyby
interesowaty nas tylko informacje z Europy, mozemy doda¢ do petli warunki wykluczajace tworzenie wykresow
dotyczacych producentow amerykanskich i azjatyckich.

Uwaga: Poniewaz zarowno petle, jak i wykonanie warunkowe bazuje na skryptach dziatajacych w tle, techniki te sa
zawsze stosowane do calego strumienia.
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* Petle P¢tle umozliwiaja automatyzacje powtarzalnych zadan, na przyktad dodanie okreslonej liczby weztow do
strumienia, kazdorazowo ze zmiana jednego parametru wezta. Mozna tez nakaza¢ wykonanie strumienia lub gatezi
okreslona liczbe razy, tak jak ilustruja to ponizsze przyktady:

— Uruchomienie strumienia zadana liczbg razy, za kazdym razem z innym zrodtem.

— Uruchomienie strumienia zadana liczbg razy, za kazdym razem z inna wartoscia jednej ze zmiennych.
— Uruchomienie strumienia zadana liczbg razy, za kazdym razem z jedna dodatkowa zmienna.

— Zbudowanie modelu zadana liczbg razy, za kazdym razem z innym ustawieniem.

* Wykonanie warunkowe Ta technika umozliwia sterowanie wykonaniem wegztow koncowych w zaleznosci od
wstepnie zdefiniowanych warunkow, na przyktad:

— Decydowanie o uruchomieniu lub nieuruchomieniu strumienia na podstawie tego, czy dana wartos¢ jest rowna
true, czy false.

— Definiowanie rownoleglego albo sekwencyjnego wykonania wezlow petli.

Zarowno petle, jak 1 wykonanie warunkowe mozna skonfigurowac na karcie Wykonywanie w oknie dialogowym
Wiasciwosci strumienia. Wszelkie wezty uzywane w warunkach Iub petli sa opatrzone dodatkowym symbolem w
obszarze roboczym strumienia. Symbol ten oznacza, ze uczestnicza w petli lub wykonaniu warunkowym.

Dostgp do karty Wykonywanie mozna uzyskac¢ na 3 rézne sposoby:
» Zapomoca menu w gornej czgsci gldwnego okna dialogowego:
1. Z menu Narzedzia wybierz:
Wilasciwosci strumienia > Wykonywanie
2. Kliknij kart¢ Wykonywanie, aby pracowac ze skryptami biezacego strumienia.
* 7 wnetrza strumienia:
1. Kliknij wezet prawym przyciskiem myszy i wybierz opcj¢ Wykonanie w petli / warunkowe.
2. Wybierz odpowiednia opcje z podmenu.

* Na graficznym pasku narzedzi u gory gtdéwnego okna dialogowego kliknij ikong wtasciwos$ci strumienia.

Jesli po raz pierwszy konfigurujesz petle lub wykonanie warunkowe, na karcie Wykonywanie wybierz tryb wykonania
Wykonanie w petli / warunkowe, a nastepnie wybierz kart¢ podrzedna Warunkowe albo W petli.

Petle w strumieniach

Petle umozliwiaja automatyzowanie powtarzalnych zadan w strumieniach, na przyktad:

* Uruchomienie strumienia zadana liczbeg razy, za kazdym razem z innym zrodtem.

* Uruchomienie strumienia zadang liczbg razy, za kazdym razem z inna wartoscia jednej ze zmiennych.
* Uruchomienie strumienia zadana liczbg razy, za kazdym razem z jedna dodatkowa zmienna.

* Zbudowanie modelu zadana liczbg razy, za kazdym razem z innym ustawieniem.

Warunki, ktére musza by¢ spelnione, mozna skonfigurowac na karcie podrzednej W petli karty Wykonywanie. Aby
wyswietli¢ t¢ podkarte, wybierz tryb wykonania Wykonanie w petli / warunkowe.

Wszelkie zdefiniowane ustawienia pgtli odniosa skutek po uruchomieniu strumienia, o ile wybrany jest tryb wykonania
Wykonanie w petli / warunkowe. Opcjonalnie mozna wygenerowac kod skryptu dla petli i wklei¢ go do edytora
skryptow, klikajac opcje Wklej... w prawym dolnym rogu karty podrzednej W petli; na karcie Wykonywanie bedzie
teraz wskazywany tryb wykonania Domys$lny (skrypt opcjonalny), a w gdrnej czesci karty wyswietlany bedzie kod
skryptu. Oznacza to, ze mozna zdefiniowa¢ strukture petli za pomoca opcji w oknie dialogowym, a potem
wygenerowac skrypt i rozbudowac go lub zmodyfikowac¢ w edytorze. Nalezy zwrdci¢ uwagg, ze kliknigcie opcji
Wklej... spowoduje takze uwzglednienie w wygenerowanym skrypcie wszelkich ustawien wykonania warunkowego.

Wazne: Zmienne pgtli okreslone w strumieniu programu SPSS Modeler moga zosta¢ przestonigte, jesli strumien
bedzie wykonywany w ramach zadania IBM SPSS Collaboration and Deployment Services. Wynika to z faktu, ze
wpisy w edytorze zadan IBM SPSS Collaboration and Deployment Services przestaniaja wpisy wprowadzone w
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programie SPSS Modeler . Na przyktad, jesli skonfigurujesz w strumieniu zmienna petli w celu utworzenia w kazdym
przebiegu petli pliku wynikowego o innej nazwie, pliki beda prawidlowo nazywane w programie SPSS Modeler, ale
zostana przestonigte stata nazwa wprowadzona na karcie Wynik w programie IBM SPSS Collaboration and
Deployment Services Deployment Manager.

Aby skonfigurowa¢ petle

1. Utworz klucz iteracji, aby zdefiniowac gtdowna strukture petli, ktéra ma by¢ wykonywana w strumieniu. Wigcej
informacji mozna znalez¢ w sekcji [Tworzenie klucza iteracjil

2. W razie potrzeby zdefiniuj jedna lub wigcej zmiennych iteracji. Wigcej informacji mozna znalez¢ w sekcji
h"worzenie zmiennej iteracjil

3. Utworzone iteracje i zmienne beda widoczne w gldwnej czgsci karty podrzednej. Domyslnie iteracje wykonywane
sa w kolejnosci, w jakiej sa wymienione; aby przenies¢ iteracje wyzej lub nizej na liscie, zaznacz ja kliknigciem, a
potem uzyj przyciskow ze strzatkami w gére i w dot w kolumnie po prawej stronie karty podrzednej, aby zmieni¢
kolejnosc.

Tworzenie klucza iteracji petli w strumieniach

Klucz iteracji stuzy do definiowania gtoéwnej struktury petli, ktora ma by¢ wykonywana w strumieniu. Na przyktad,
jesli analizujesz sprzedaz samochodow, mozesz utworzy¢ parametr strumienia Country of manufacture (Kraj produkcji)
1 wykorzysta¢ go jako klucz iteracji; podczas wykonywania strumienia klucz przyjmowat bedzie wartosci kolejnych
krajow okreslone w danych. Do konfigurowania klucza stuzy okno dialogowe Zdefiniuj klucz iteracji.

Aby otworzy¢ to okno dialogowe, wybierz przycisk Kluez iteracji... w lewym dolnym rogu karty podrzednej W petli
albo prawym przyciskiem myszy kliknij dowolny wezet w strumieniu i wybierz kolejno opcje Wykonanie w petli /
warunkowe > Zdefiniuj klucz iteracji (zmienne) albo Wykonanie w petli / warunkowe > Zdefiniuj klucz iteracji
(wartosci). Jesli otworzysz okno dialogowe ze strumienia, niektdre pola, takie jak nazwa wezta, moga zostaé
wypehione automatycznie.

Aby skonfigurowac¢ klucz iteracji, wypetnij nastepujace pola:

Wykonaj iteracje. Mozna wybra¢ jedna z nastgpujacych opcji:
* Parametr strumienia - zmienne. Ta opcja stuzy do tworzenia petli, ktora w kazdym przebiegu przypisuje
istniejacemu parametrowi strumienia kolejna z okreslonych zmiennych.

* Parametr strumienia - warto$ci. Ta opcja stuzy do tworzenia petli, ktora w kazdym przebiegu przypisuje
istniejacemu parametrowi strumienia kolejna z okreslonych wartosci.

* Wilasciwos¢ wezla - zmienne. Ta opcja stuzy do tworzenia petli, ktéra w kazdym przebiegu przypisuje wtasciwosci
wezla kolejna z okreslonych zmiennych.

* Wlasciwos¢ wezla - wartos$ci. Ta opcja stuzy do tworzenia petli, ktéra w kazdym przebiegu przypisuje wlasciwosci
wezta kolejna z okreslonych wartosci.

Co ustawic. Wybierz element, ktoremu bgdzie przypisywana warto$¢ w kazdym przebiegu petli. Mozna wybra¢ jedna

z nastgpujacych opcji:

* Parametr. Opcja dostegpna tylko wtedy, gdy wybrano Parametr strumienia - zmienne albo Parametr strumienia -
wartosci. Wybierz wymagany parametr z listy.

* Wezel. Opcja dostepna tylko wtedy, gdy wybrano Wlasciwo$¢ wezla - zmienne albo Wlasciwos$¢ wezla - wartosci.
Wybierz wezel, dla ktérego cheesz skonfigurowac petle. Kliknij przycisk przegladania, aby otworzy¢ okno
dialogowe wyboru wezta, i wybierz zadany wezel; jesli wy$wietlonych zostanie zbyt duzo wezléw, mozna
odfiltrowa¢ wezty tak, by widoczne byly tylko wezly okreslonego typu: zrédlowe, procesowe, wykresow,
modelowania, wynikowe, eksportu lub modelu do zastosowania.

* Wlasciwos¢. Opcja dostegpna tylko wtedy, gdy wybrano Wlasciwos¢ wezla - zmienne albo Wlasciwos¢ wezla -
warto$ci. Wybierz wlasciwos¢ wezla z listy.

Zmienne do uzycia. Opcja dostegpna tylko wtedy, gdy wybrano Parametr strumienia - zmienne albo Wlasciwos¢
wezla - zmienne. Wybierz w ramach wezta zmienna lub zmienne, ktore beda dostarczaly wartosci w kolejne;j iteracji.
Mozna wybra¢ jedna z nastepujacych opcji:
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* Wezel. Opcja dostepna tylko wtedy, gdy wybrano Parametr strumienia - zmienne. Wybierz wezet zawierajacy
szczegotowe informacje, dla ktorych cheesz skonfigurowac petle. Kliknij przycisk przegladania, aby otworzy¢ okno
dialogowe wyboru wezta, i wybierz zadany wezet; jesli wyswietlonych zostanie zbyt duzo weztow, mozna
odfiltrowac¢ wezty tak, by widoczne byly tylko wezly okreslonego typu: zrédlowe, procesowe, wykresow,
modelowania, wynikowe, eksportu lub modelu do zastosowania.

* Lista zmiennych. Kliknij przycisk listy w prawej kolumnie, aby wyswietli¢ okno dialogowe wyboru zmiennych, w
ktéorym mozna bedzie wybraé¢ z wezta zmienne dostarczajace wartosci w kolejnych interakcjach. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w|“Wybieranie zmiennych do iteracji” na stronie 10}

Wartosci do uzycia. Opcja dostgpna tylko wtedy, gdy wybrano Parametr strumienia - wartoS$ci albo Wlasciwos¢
wezla - warto$ci. Wybierz w ramach wybranej zmiennej warto$¢ lub wartosci, ktore beda uzywane w kolejnych
iteracjach. Mozna wybra¢ jedna z nastepujacych opcji:

* Wezel. Opcja dostgpna tylko wtedy, gdy wybrano Parametr strumienia - warto$ci. Wybierz wegzet zawierajacy
szczegotowe informacje, dla ktorych cheesz skonfigurowac petle. Kliknij przycisk przegladania, aby otworzy¢ okno
dialogowe wyboru wezta, i wybierz zadany wezel; jesli wyswietlonych zostanie zbyt duzo weztdw, mozna
odfiltrowac wezty tak, by widoczne byly tylko wezly okreslonego typu: zrédlowe, procesowe, wykresow,
modelowania, wynikowe, eksportu lub modelu do zastosowania.

* Lista zmiennych. Wybierz w we¢zle zmienna, ktdra bedzie dostarcza¢ danych w kolejnych iteracjach.

» Lista wartoSci. Kliknij przycisk listy w prawej kolumnie, aby wyswietli¢ okno dialogowe wyboru wartosci, w
ktérym mozna bedzie wybrac z wezta wartoséci bedace danymi w kolejnych interakcjach.

Tworzenie zmiennej iteracji petli w strumieniach

Zmienne iteracji umozliwiaja modyfikowanie warto$ci parametréw strumienia lub wlasciwosci wybranych weztow w
strumieniu w kazdym przebiegu petli. Na przyktad, jesli petla w strumieniu analizuje sprzedaz samochoddéw i kluczem
iteracji jest kraj produkcji (Country of manufacture), mozna wygenerowac jeden wykres wynikowy przedstawiajacy
sprzedaz poszczegdlnych modeli oraz drugi wykres wynikowy z informacjami o emisji. W takim przypadku mozna
utworzy¢ zmienne iteracji w celu utworzenia nowych tytutow dla wynikowych wykresow, na przyktad Swedish vehicle
emissions (Emisja pojazdow szwedzkich) i Japanese car sales by model (Sprzedaz samochoddéw japonskich wg
modelu). Do konfigurowania wymaganych zmiennych stuzy okno dialogowe Zdefiniuj zmienna iteracji.

Aby otworzy¢ to okno dialogowe, wybierz przycisk Dodaj zmienna... w lewym dolnym rogu karty podrzednej W petli
albo prawym przyciskiem myszy kliknij dowolny wezel w strumieniu i wybierz kolejno opcje Wykonanie w petli /
warunkowe > Zdefiniuj zmienna iteracji.

Aby skonfigurowaé¢ zmienna iteracji, wypelnij nastepujace pola:

Zmien. Wybierz typ atrybutu, ktory chcesz modyfikowa¢. Mozna wybra¢ Parametr strumienia albo Wlasciwosé
wezla.

* W przypadku wybrania opcji Parametr strumienia wybierz wymagany parametr, a nastgpnie za posrednictwem
jednej z ponizszych opcji (o ile sa dostgpne w danym strumieniu) okresl, jaka wartos¢ ma by¢ przypisywana temu
parametrowi w kazdej iteracji petli:

— Zmienna globalna. Wybierz zmienna globalna, ktéra ma by¢ przypisywana do parametru strumienia

— Komoérka wynikowa tabeli. Aby przypisa¢ parametrowi strumienia warto$¢ komorki tabeli wynikowej, wybierz
tabelg z listy 1 wprowadz Wiersz i Kolumne.

— Wprowadz recznie. Wybierz t¢ opcje, aby recznie wprowadzaé wartos¢ parametru w kazdej iteracji. Po
powrocie do karty podrzednej W petli zostanie utworzona nowa kolumna, w ktorej mozna bedzie wprowadzié
wymagany tekst.

* W przypadku wybrania opcji Wlasciwos¢ wezla wybierz wezet i jedna z jego wlasciwosci, a nastgpnie okresl
wartos$¢, ktora ta wlasciwos¢ ma przyjmowaé. Nadaj wiasciwosci nowa wartos¢, uzywajac jednej z nastgpujacych
opcji:

— Sama warto$¢. Warto§¢ wlasciwosci bedzie rowna warto$ci klucza iteracji. Wigcej informacji mozna znalez¢ w
sekcji[“Tworzenie klucza iteracji petli w strumieniach” na stronie 8
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— Jako przedrostek do rdzenia. Wartos¢ klucza iteracji bedzie przedrostkiem poprzedzajacym warto$¢ wpisana w
polu Rdzen.

— Jako przyrostek do rdzenia. Warto$¢ klucza iteracji bedzie przyrostkiem nastgpujacym po warto$ci wpisanej w
polu Rdzen.

W razie wybrania opcji przedrostka lub przyrostka pojawi si¢ monit o wprowadzenie dodatkowego tekstu w polu
Rdzen. Na przyktad, jesli klucz iteracji ma warto$¢ Country of manufacture i wybierzesz opcj¢ Jako przyrostek do
rdzenia, mozesz wprowadzi¢ w tym polu tekst - sales by model.

Wybieranie zmiennych do iteracji
Tworzac iteracje, mozna wybrac¢ jedna lub wigcej zmiennych za pomoca okna dialogowego Wybierz zmienne.

Sortuj wedlug Mozna sortowa¢ widoczne zmienne, wybierajac jedna z nastgpujacych opcji:

* Naturalnie Zmienne beda widoczne w kolejnosci,w jakiej zostaty przekazane do biezacego wezta w strumieniu
danych.

* Nazwa Zmienne bgda posortowane alfabetycznie.

* Typ Zmienne beda posortowane wedtug poziomu pomiaru. Ta opcja jest przydatna do wybierania zmiennych o
okreslonym poziomie pomiaru.

Wybieraj zmienne z listy po jednej albo zaznaczaj wigcej zmiennych, klikajac je z nacisnigtym klawiszem Shift lub
Ctrl. Mozna takze uzy¢ przyciskéw pod lista do wybierania grup zmiennych na podstawie ich poziomu pomiaru lub do
wybrania lub anulowania wyboru wszystkich zmiennych w tabeli.

Nalezy zwroci¢ uwage, ze zmienne dostepne do wyboru sa odfiltrowane, tak ze lista zawiera tylko zmienne
odpowiednie dla wybranego parametru strumienia lub wybranej wtasciwosci wezta. Na przyktad, jesli uzywany jest
parametr strumienia o typie sktadowania Lancuch, to wyswietlane sa tylko zmienne o tym typie sktadowania.

Wykonanie warunkowe w strumieniach

Wykonanie warunkowe umozliwia sterowanie wykonaniem weztéw koncowych w zaleznosci od tego, czy zawartos¢
strumienia spetnia warunki okreslone przez uzytkownika, na przyktad:

* Decydowanie o uruchomieniu lub nieuruchomieniu strumienia na podstawie tego, czy dana wartos¢ jest rowna true,
czy false.

* Definiowanie rownolegltego albo sekwencyjnego wykonania weztéw petli.

Warunki, ktére musza by¢ spelnione, mozna skonfigurowac na karcie podrzednej Warunkowe karty Wykonywanie.
Aby wyswietli¢ t¢ podkartg, wybierz tryb wykonania Wykonanie w petli / warunkowe.

Wszelkie zdefiniowane ustawienia wykonania warunkowego odniosa skutek po uruchomieniu strumienia, o ile
wybrany jest tryb wykonania Wykonanie warunkowe / warunkowe. Opcjonalnie mozna wygenerowa¢ kod skryptu
dla wykonania warunkowego i wklei¢ go do edytora skryptow, klikajac opcje Wklej... w prawym dolnym rogu karty
podrzednej Warunkowe; na karcie Wykonywanie bedzie teraz wskazywany tryb wykonania Domyslny (skrypt
opcjonalny), a w gornej czgsci karty wyswietlany bedzie kod skryptu. Oznacza to, ze mozna zdefiniowaé warunki za
pomoca opcji w oknie dialogowym, a potem wygenerowac skrypt i rozbudowa¢ warunki w edytorze. Nalezy zwrocic¢
uwagg, ze kliknigcie opcji Wklej... spowoduje takze uwzglgdnienie w wygenerowanym skrypcie wszelkich ustawien
petli.

Aby skonfigurowaé warunek:

1. W prawej kolumnie karty podrzgdnej Warunkowe kliknij przycisk Dodaj nowy warunek & aby otworzy¢
okno dialogowe Dodaj warunkowa instrukcj¢ wykonania. To okno dialogowe stuzy do okreslania warunku, ktory
musi by¢ spetniony, aby wezet zostat wykonany.

2. W oknie dialogowym Dodaj warunkowa instrukcj¢ wykonania okresl nastgpujace dane:
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a. Wezel. Wybierz wezet, dla ktorego cheesz skonfigurowaé wykonanie warunkowe. Kliknij przycisk
przegladania, aby otworzy¢ okno dialogowe wyboru wezla, i wybierz zadany wezet; jesli wyswietlonych
zostanie zbyt duzo weztow, mozna odfiltrowac wezty tak, by widoczne byly tylko wezty okreslonego typu:
eksportu, wykresow, modelowania lub wynikowe.

b. Warunek w oparciu o. Okresl warunek, ktory musi by¢ spetniony, aby wezetl zostal wykonany. Mozna wybrac
jedna z czterech opcji: Parametr strumienia, Zmienna globalna, Komoérka wynikowa tabeli lub Zawsze
prawda. To, jakie informacje szczegdtowe nalezy wprowadzi¢ w dolnej potowie okna dialogowego, zalezy od
wybranego warunku.

* Parametr strumienia. Wybierz parametr z listy, a nastgpnie wybierz Operator dla tego parametru.
Operatorem moze by¢ na przyktad: Wigcej niz, Rowna sig, Mniej niz, Migdzy itd. Nastgpnie nalezy
wprowadzi¢ Wartoes¢ albo warto$¢ minimalna i maksymalna, w zaleznosci od operatora.

+ Zmienna globalna. Wybierz zmienna z listy; moze to by¢ na przyklad: Srednia, Suma, Warto$¢ minimalna,
Wartos¢ maksymalna lub Odchylenie standardowe. Nastgpnie wybiera si¢ Operator i wymagane wartosci.

* Komérka wynikowa tabeli. Wybierz wgzet tabeli z listy, a nastgpnie wybierz Wiersz i Kolumne w tabeli.
Nastgpnie wybiera si¢ Operator i wymagane wartosci.

» Zawsze prawda. Wybierz t¢ opcje, jesli wezet ma by¢ zawsze wykonywany. Po wybraniu tej opcji nie ma
dostgpnych do wyboru zadnych innych parametrow.

3. Powtdrz kroki 11 2 tyle razy, ile trzeba, by zdefiniowa¢ wszystkie wymagane warunki. Wybrany wezet i warunek,
ktéry musi by¢ spelniony, aby wezet zostat wykonany, sa widoczne w gldwnej czesci karty podrzedne;,
odpowiednio w kolumnach Wezly wykonywalne i Warunek do spelnienia.

4. Domyslnie wezly i warunki wykonywane sa w kolejnosci, w jakiej sa wymienione; aby przenies¢ wezet i warunek
wyzej lub nizej na liScie, zaznacz ja kliknigciem, a potem uzyj przyciskow ze strzatkami w gore i w dot w kolumnie
po prawe;j stronie karty podrzednej, aby zmieni¢ kolejnosc.

Ponadto mozna skonfigurowa¢ nastgpujace opcje u dotu karty podrzednej Warunkowe:

* Przeprowadz ewaluacje¢ wedlug ustalonej kolejnosci. Wybierz t¢ opcje, aby bada¢ warunki w kolejnosci, w jakiej
sa widoczne na karcie podrzednej. Wszystkie wezty, dla ktorych warunki sa spetnione, zostana wykonane po
zbadaniu wszystkich warunkdw.

* Wykonuj warunki po kolei. Opcja dostepna tylko wtedy, gdy wybrana jest opcja Przeprowadz ewaluacje wedlug
ustalonej kolejnosci. Wybor tej opcji powoduje, ze jesli warunek jest spetniony, to wezet powiazany z tym
warunkiem zostanie wykonany przed zbadaniem nastgpnego warunku.

* Oceniaj do pierwszego trafienia. Wybranie tej opcji powoduje, ze uruchomiony zostanie tylko pierwszy wezet,
ktérego warunek bedzie spetniony.

Wykonywanie i przerywanie wykonania skryptow

Wykonywanie skryptu mozna rozpoczac na rozne sposoby. Na przyktad w oknie dialogowym skryptu strumienia lub
skryptu samodzielnego dostepny jest przycisk ,,Wykonaj ten skrypt”, ktory inicjuje wykonanie catego skryptu:

B
Rysunek 1. Przycisk Wykonaj ten skrypt

Przycisk ,,Wykonaj tylko zaznaczone wiersze” umozliwia wykonanie jednego wiersza lub bloku sasiadujacych ze soba
wierszy zaznaczonych w skrypcie:

)

Rysunek 2. Przycisk Wykonaj tylko zaznaczone wiersze

Wykonywanie skryptu mozna rozpoczaé przy uzyciu dowolnej z nastgpujacych metod:
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» Kliknij przycisk ,,Wykonaj ten skrypt” lub ,,Wykonaj tylko zaznaczone wiersze” w oknie dialogowym skryptu
strumienia lub skryptu samodzielnego.

* Uruchom strumien, w ktérym jako domyslna metode wykonania wybrano Wykonaj ten skrypt.

» Uzyj flagi -execute przy uruchamianiu programu w trybie wsadowym. Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie
[Uzywanie argumentéw wiersza komend” na stronie 61|

Uwaga: Skrypt superwezla jest wykonywany, gdy wykonywany jest superwezet, o ile zaznaczono pole wyboru
Wykonaj ten skrypt w oknie dialogowym skryptu superwezta.

Przerywanie wykonywania skryptéw

Podczas wykonywania skryptu w oknie dialogowym skryptu strumienia aktywny jest czerwony przycisk zatrzymania.
Za jego pomoca mozna przerwa¢ wykonywanie skryptu i biezacego strumienia.

Znajdowanie i zastepowanie

Okno dialogowe Znajdz i zamien jest dostgpne tylko w miejscach, w ktorych mozna edytowac tekst skryptu lub
wyrazenia, takich jak edytor skryptéw czy Konstruktor wyrazen CLEM, lub podczas definiowania szablonu w wezle
Raport. Podczas edytowania tekstu w dowolnym z tych obszarow nacisnij kombinacje klawiszy Ctrl+F, aby uzyskac¢
dostep do okna dialogowego, upewniajac si¢ wezesniej, ze kursor znajduje sig¢ w obszarze tekstowym i ma fokus. W
przypadku pracy w wezle wypetniania mozna uzyska¢ dostep do okna dialogowego z dowolnego z obszarow
tekstowych na karcie Ustawienia lub ze zmiennej tekstowej w Konstruktorze wyrazen.

1. Po umieszczeniu kursora w obszarze tekstowym nacisnij kombinacje klawiszy Ctrl+F, aby uzyskac dostep do okna
dialogowego Znajdz i zamien.

Wprowadz tekst, ktory chcesz wyszukac, lub wybierz z listy rozwijanej ostatnio wyszukiwany element.
Wprowadz nowy tekst odpowiednio do potrzeb.

Kliknij opcj¢ ZnajdzZ nastepne, aby rozpocza¢ wyszukiwanie.

Al A

Kliknij opcj¢ Zamien, aby zastapi¢ biezacy wybor, lub opcje Zamien wszystko, aby zmieni¢ wszystkie lub tylko
wybrane wystapienia.

6. Okno dialogowe zamyka si¢ po kazdej operacji. Naci$nij klawisz F3 z poziomu dowolnego obszaru tekstowego,
aby powtorzy¢ ostatnia operacj¢ wyszukiwania, lub nacisnij kombinacjg klawiszy Ctrl+F, aby ponownie uzyskac
dostep do tego okna dialogowego.

Opcje wyszukiwania

Uwzglednij wielkosc¢ liter. Okresla, czy operacja wyszukiwania rozroznia wielkos¢ liter; na przyktad czy myvar
stanowi dopasowanie dla myVar. Tekst zastgpujacy jest wstawiany zawsze doktadnie tak, jak zostal wprowadzony,
niezaleznie od tego ustawienia.

Tylko cale stowa. Okresla, czy operacja wyszukiwania dopasowuje tylko tekst odzwierciedlajacy cate stowa. W
przypadku zaznaczenia tej opcji wyszukiwanie tekstu spider nie zwroci takich wynikow, jak spiderman czy

spider-man.

Wyrazenia regularne. Okresla, czy uzywana jest sktadnia wyrazenia regularnego (zob. nastgpna sekcja). Zaznaczenie
tej opcji powoduje, ze opcja Tylko cale stowa jest nieaktywna, a jej warto$¢ jest ignorowana.

Tylko wybrany tekst. Wplywa na zasigg wyszukiwania w przypadku korzystania z opcji Zamien wszystko.
Skladnia wyrazenia regularnego
Wyrazenia regularne umozliwiaja wyszukiwanie znakow specjalnych, takich jak znaki tabulacji czy znaki podziatu

wiersza, klasy lub zakresy znakow, np. od a do d, dowolne cyfry lub znaki alfanumeryczne, oraz granice, takie jak
poczatek czy koniec wiersza. Obstugiwane sa nastgpujace typy wyrazen.
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Tabela 1. Dopasowania znakéw

Znaki Dopasowania

X Znak x

\ Ukosnik lewy

\On Znak o warto$ci 6semkowej On (0 <=n <=7)

\Onn Znak o wartosci 6semkowej Onn (0 <=n <=7)
\Omnn Znak o warto$ci 6semkowej Omnn (0 <=m <=3,0<=n<=7)
\xhh Znak o wartosci szesnastkowej Oxhh

\uhhhh Znak o warto$ci szesnastkowej Oxhhhh

\t Znak tabulacji (\u0009")

\n Znak nowego wiersza (podziatu wiersza) (\uO0O0OA")
\r Znak powrotu karetki ("\u000D')

\f Znak nowej strony ("u000C")

\a Znak alertu (sygnatu dzwigkowego) ("\u0007")

\e Znak zmiany znaczenia ("u001B')

\ex Znak sterujacy odpowiadajacy x

Tabela 2. Dopasowywanie klas znakow

Klasy znakéw

Dopasowania

[abc] a, b lub c (klasa prosta)

[~abce] Dowolny znak z wyjatkiem a, b lub ¢ (odejmowanie)

[a-zA-Z] Od a do z lub od A do Z wlacznie (przedziat)

[a-d[m-p]] Od a do d lub od m do p (suma przedziatdw). Mozna tez przedstawi¢ ten zapis w postaci
[a-dm-p]

[a-z&&[def]] Odadozid, e lub f(czgs¢ wspodlna)

[a-z&&["bc]] Od a do z, z wyjatkiem b i ¢ (odejmowanie). Mozna tez przedstawic ten zapis w postaci

[ad-z]

[a-2&& [ m-p]]

Od a do z i nie m do p (odejmowanie). Mozna tez przedstawi¢ ten zapis w postaci
[a-1g-Z]

Tabela 3. Predefiniowane klasy znakéw

Predefiniowane klasy znakow

Dopasowania

Dowolny znak (moze odpowiada¢ lub moze nie odpowiada¢ znakom konca wiersza)

\d Dowolna cyfra: [0-9]

\D Dowolny znak inny niz cyfra: [*0-9]
\s Biaty znak: [ \t\n\xOB\f\r]

\S Znak inny niz biaty znak: [Ms]

\w Znak nalezacy do stowa: [a-zA-Z_0-9]
\W Znak nienalezacy do stowa: [M\w]

Tabela 4. Dopasowania granic

Dopasowania granic

Dopasowania

A

Poczatek wiersza
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Tabela 4. Dopasowania granic (kontynuacja)

Dopasowania granic

Dopasowania

$ Koniec wiersza

\b Granica stowa

\B Granica inna niz stowa

\A Poczatek danych wejsciowych

\Z Koniec danych wejsciowych, z wyjatkiem finalnego znaku konczacego, o ile wystgpuje
\z Koniec danych wejsciowych
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Rozdziat 2. Jezyk skryptowy

Przeglad jezyka skryptowego

Srodowisko skryptowe produktu IBM SPSS Modeler umozliwia tworzenie skryptow operujacych na interfejsie
uzytkownika programu SPSS Modeler, manipulujacych obiektami wynikowymi i uruchamiajacych komendy. Skrypty
uruchamia si¢ bezposrednio z programu SPSS Modeler.

Skrypty dla programu IBM SPSS Modeler pisze si¢ w jezyku Python. IBM SPSS Modeler uzywa implementacji jezyka
Python opartej na srodowisku Java, ktéra nosi nazwg Jython. Oto najwazniejsze cechy jezyka skryptowego:

* Format odwotan do weztow, strumieni, projektow, wynikow i innych obiektéw programu IBM SPSS Modeler.
» Zestaw instrukcji lub komend skryptowych, ktére umozliwiaja manipulowanie tymi obiektami.
* Jezyk wyrazen umozliwiajacy nadawanie warto$ci zmiennym, parametrom i innym obiektom.

* Obstuga komentarzy, kontynuacji i blokowych literaléw tekstowych.

W kolejnych sekcjach opisano jezyk skryptowy Python, jego implementacj¢ Jython oraz podstawy sktadni. Informacje
te umozliwiaja rozpoczecie pisania skryptow dla programu IBM SPSS Modeler. W dalszej czgsci podrgcznika
zamieszczono informacje o konkretnych wlasciwosciach i komendach.

Python i Jython

Jython to implementacja jezyka skryptowego Python napisana w jezyku Java i zintegrowana z platforma Java. Python
jest zaawansowanym jezykiem skryptowym zorientowanym obiektowo. Uzyteczno$¢ implementacji Jython wynika z
faktu, ze oferuje ona zalety dojrzatego jezyka skryptowego, ale w odrdznieniu od jezyka Python dziata w kazdym
srodowisku obstugujacym maszyng wirtualna Java (JVM). Oznacza to, ze programista ma do dyspozycji biblioteki Java
dostegpne w maszynie JVM. Jednoczesnie Jython umozliwia korzystanie ze sktadni i wigkszos$ci cech
charakterystycznych jgzyka Python.

Jako jezyk skryptowy Python (i jego implementacja Jython) jest fatwy do opanowania i daje si¢ efektywnie
wykorzysta¢ w pracy programisty, a ponadto wymaga tylko minimalnej struktury do stworzenia dziatajacego programu.
Kod mozna wprowadza¢ interaktywnie, tj. po jednym wierszu. Python jest interpretowanym jezykiem skryptowym; nie
ma etapu prekompilacji znanego z jezyka Java. Programy w jezyku Python sa po prostu plikami tekstowymi
interpretowanymi w miar¢ wprowadzania (po zweryfikowaniu poprawnos$ci sktadni). Proste wyrazenia, takie jak
wartosci zdefiniowane, oraz bardziej ztozone dziatania, takie jak definicje funkcji, sa natychmiast wykonywane i
dostepne do wykorzystania. Wszelkie zmiany wprowadzone w kodzie mozna szybko przetestowac. Interpretacja
skryptu ma jednak pewne wady. Na przyktad uzycie niezdefiniowanej zmiennej nie zostanie wykryte przez kompilator,
a dopiero w momencie (ewentualnego) wykonania instrukcji, w ktorej ta zmienna jest uzywana. W takim przypadku
program mozna poddac¢ edycji i uruchomi¢ w celu zdebugowania bigdu.

W jezyku Python wszystko, w tym wszelkie dane i kod, postrzegane jest jako obiekty. Obiektami tymi mozna
manipulowa¢ programowo. Wybrane typy, takie jak liczby i fancuchy, wygodnie jest traktowac jako warto$ci, a nie
obiekty; Python oferuje taka mozliwo$¢. Obstugiwana jest jedna warto$¢ null. Ta warto§¢ null ma nazwe zastrzezona
None.

Aby zapozna¢ sig z bardziej szczegdtowym wprowadzeniem do jezykow Python i Jython, a takze ze skryptami
rzyktadowymi, patrz http://www.ibm.com/developerworks/java/tutorials/j-jython1/j-jython1.html|i
http://www.ibm.com/developerworks/java/tutorials/j-jython2/j-jython2.html |
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Jezyk skryptowy Python

Niniejszy przewodnik po jezyku skryptowym Python zawiera wstgpne omowienie elementow, ktore sa najczgsciej
stosowane w skryptach dla srodowiska IBM SPSS Modeler. Przedstawiono tutaj najwazniejsze pojecia i podstawy
programowania. Wiedza ta wystarczy, by rozpoczaé pisanie skryptdw w jezyku Python przeznaczonych do
uruchamiania w programie IBM SPSS Modeler.

Operacje

Operatorem przypisania jest znak réwnosci (=). Na przyktad, aby przypisa¢ wartos¢ "3" zmiennej o nazwie "x",
nalezatoby uzy¢ instrukcji:

x =3

Znak rownosci stuzy takze do przypisywania danych typu tancuchowego do zmiennych. Na przyklad, aby przypisac¢
wartos¢ "a string value" zmiennej o nazwie "y", nalezaloby uzy¢ instrukcji:

y = "a string value"

W nastepujacej tabeli wymieniono niektore czgsto stosowane operatory poréwnania i operatory liczbowe wraz z
opisami.

Tabela 5. Czesto stosowane operatory poréwnania i operatory liczbowe

Operacja Opis

X<y Czy X jest mniejsze od y?

X>y Czy X jest wigksze od y?

X <=y Czy X jest mniejsze lub rowne y?
X>=y Czy X jest wigksze lub rowne y?
Xx==y Czy X jest rowne y?

xl=y Czy X jest rozne od y?

X <>y Czy X jest rozne od y?

X+y Dodaj y do x

X-y Odejmij y od X

X'y Pomnéz X przez y

x/y Podziel x przez y

Xy Podnies x do potegi y

Listy

Listy sa szeregami elementow. Lista moze zawiera¢ dowolna liczbe elementdw, a elementy listy moga by¢ obiektami
dowolnego typu. Listy mozna tez koncepcyjnie przedstawic jako tablice. Liczba elementow listy moze zwigkszacé sig i
zmniejsza¢ w miar¢ dodawania, usuwania lub zastgpowania elementow.

Przyktady

(l Lista pusta.

[1] Lista z jednym elementem begdacym liczba catkowita.

["Mike", 10, "Don", 20] Lista z czterema elementami: dwoma tancuchami i dwiema
liczbami catkowitymi.

[0.[71.[8,91] Lista list. Kazda podlista jest albo lista pusta, albo lista liczb

calkowitych.
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= sz =3 Lista liczb catkowitych. Ten przyklad ilustruje zastosowanie
[1, x, y, x +y] zmiennych i wyrazen.

Liste mozna przypisa¢ do zmiennej, na przyktad:

mylistl = ["one", "two", "three"]

Mozna uzyskiwac dostep do konkretnych elementow listy, na przyktad:
mylist[0]

Wynik dziatania skryptu bedzie nastepujacy:
one

Liczba w nawiasach kwadratowych ([]) nazywana jest indeksem i wskazuje na konkretny element listy. Elementy na
liScie sa numerowane od zera.

Mozna takze wybrac z listy zakres elementow; operacja ta nazywana jest wydzielaniem. Na przyktad x[1:3] wybiera
drugi i trzeci element listy X.

Lancuchy

Lancuch to ciag znakow o niezmiennej kolejnosci, ktory traktowany jest jak jedna wartos¢. Wzgledem tancuchow
mozna stosowac wszystkie funkcje i operatory dziatajace na ciagach o niezmiennej kolejnosci, ktorych zastosowanie
skutkuje powstaniem nowego tancucha. Na przyktad "abcdef"[1:4] daje w wyniku "bcd".

W jezyku Python znaki przedstawiane sa jako tancuchy o jednostkowej dtugosci.

Literaty fancuchowe definiuje si¢ za pomoca pojedynczych lub potréjnych cudzystowow. Lancuchy zdefiniowane za
pomoca pojedynczych cudzystowow nie moga by¢ podzielone migdzy wiersze, natomiast tancuchy zdefiniowane za
pomoca potrdjnych cudzystowow moga by¢ podzielone migdzy wiersze. Lancuch moze by¢ ujety w znaki apostrofu ()
lub cudzystowu ("). Cudzystéw moze obejmowac zawiera¢ inny znak cudzystowu (tj. cudzystéw w apostrofie albo
apostrof w cudzystowie) bez znaku zmiany znaczenia albo ten sam znak cudzystowu poprzedzony znakiem zmiany
znaczenia ().

Przyktady

"This is a string"

'This is also a string'

"Tt's a string"

'This book is called "Python Scripting and Automation Guide".'
"This is an escape quote (\") in a quoted string"

Analizator sktadni jezyka Python automatycznie taczy tancuchy oddzielone biatym znakiem. Utatwia to wprowadzanie
dtugich fancuchow i stosowanie roznych cudzystowdéw w jednym tancuchu, na przyktad:

"This string uses ' and " 'that string uses ".'

Wynikowy tancuch ma postac:
This string uses ' and that string uses ".

Obiekty tancuchowe oferuja kilka przydatnych metod. Niektore z nich opisano w ponizszej tabeli.

Tabela 6. Metody udostepniane przez faricuchy

Metoda Zastosowanie
s.capitalize() Zmien na wielkie wszystkie pierwsze litery wyrazow tancucha s
s.count(ss {,start {,end}}) Zlicz wystapienia tfancucha ss w tancuchu s[start:end]
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Tabela 6. Metody udostepniane przez taricuchy (kontynuacja)

Metoda

Zastosowanie

s.startswith(str {, start {, end}})
s.endswith(str {, start {, end}})

Sprawdz, czy S zaczyna si¢ od Str
Sprawdz, czy s konczy si¢ na str

s.expandtabs({size})

Zastap znaki tabulacji spacjami, domyslna szerokos¢ tabulacji
(size) wynosi 8

s.find(str {, start {, end}}) Znajduje indeks poczatku tancucha str w fancuchu s; jesli nie
s.rfind(str {, start {, end}}) zostanie znaleziony, zwraca -1. rfind szuka od prawej do lewe;.
s.index(str {, start {, end}}) Znajduje indeks poczatku tancucha str w faficuchu s; jesli nie
s.rindex(str {, start {, end}}) zostanie znaleziony, generuje wyjatek ValueError. rindex szuka

od prawej do lewej

s.isalnum Sprawdz, czy tancuch zawiera tylko znaki alfanumeryczne.
s.isalpha Sprawdz, czy tanicuch zawiera tylko znaki alfabetu.
s.isnum Sprawdz, czy tancuch zawiera liczbg.
s.isupper Sprawdz, czy wszystkie litery w fancuchu sa wielkie.
s.islower Sprawdz, czy wszystkie litery w tancuchu sa mate.
s.isspace Sprawdz, czy wszystkie litery w fancuchu sa biatymi znakami.
s.istitle Sprawdz, czy tancuch jest szeregiem podtancuchow
alfanumerycznych, z ktorych kazdy zaczyna sig wielka litera.
s.lower() Zamien wszystkie litery na male.
s.upper() Zamien wszystkie litery na wielkie.
§.swapcase 0] Zamien wszystkie male
s.title() litery na wielkie, a wielkie na mate.
Zamien wszystkie
pierwsze litery wyrazéw na wielkie.
s.join(seq) Polacz tancuchy tworzace liste Seq, stosujac tancuch s jako

separator.

s.splitlines({keep})

Podziel s na wiersze; jesli keep =true, zachowaj znaki nowego
wiersza.

s.split({sep {, max}})

Podziel s na "wyrazy", uzywajac separatora sep (domyslnie sep
jest biatym znakiem) maksymalnie max razy

.ljust(width)
.rjust(width)
.center(width)
.zfi11(width)

nmv n n uv

Wyjustyj fanicuch do lewej w polu o szerokosci width
Wyjustuj tancuch do prawej w polu o szerokosci width
Wycentruj tancuch w polu o szerokosci width
Wypetnij znakami 0.

w

dstrip()
s.rstrip()
s.strip()

Usun poczatkowy bialy znak
Usun koncowy biaty znak
Usun poczatkowy i koncowy bialy znak

s.translate(str {,delc})

Przeksztal¢ s na podstawie tabeli, usuwajac uprzednio wszelkie
znaki wystepujace w delc. str powinien by¢ fancuchem o
dhugosci == 256.

s.replace(old, new {, max})

Zastepuje wszystkie lub max wystapien tancucha old tancuchem
new

Uwagi

Uwagi sa komentarzami poprzedzonymi znakiem krzyzyka (#). Caty tekst od znaku krzyzyka do konca wiersza jest
uznawany za cz¢S$¢ uwagi i ignorowany. Uwaga moze zaczynac si¢ od dowolnej kolumny. Ponizszy przyktad ilustruje

uzycie uwag:

#HelloWorld to jedna z najprostszych aplikacji
print 'Hello World' # drukuj tekst Hello World
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Sktadnia instrukcji

Sktadnia instrukcji jezyka Python jest bardzo prosta. Co do zasady kazdy wiersz kodu zrodtowego jest jedna instrukcja.
Kazda instrukcja, z wyjatkiem wyrazen i przypisan, zaczyna sie od stowa kluczowego, takiego jak if lub for. W
dowolnym miejscu migdzy instrukcjami w kodzie mozna wstawia¢ puste wiersze i uwagi. Jesli jeden wiersz ma
zawiera¢ wigcej niz jedna instrukcjg, to nalezy je rozdzieli¢ srednikami (;).

Bardzo dlugie instrukcje moga zajmowac wigcej niz jeden wiersz. W tym przypadku wiersz instrukcji kontynuowane;j
w nastgpnym wierszu musi konczy¢ sig¢ ukosnikiem odwrotnym (\):

x = "A 100000000000000000000ng string" + \
"another 10000000000000000000Nng string"

Gdy struktura programowa jest ujeta w nawiasy okragte (()), kwadratowe ([]) lub klamrowe ({}), instrukcja moze by¢
kontynuowana w nastgpnym wierszu po dowolnym przecinku, bez koniecznosci dodawania ukosnika odwrotnego, na
przyktad:

x = (1, 2, 3, "hello",
"goodbye", 4, 5, 6)

Identyfikatory

Identyfikatory stuza do nazywania zmiennych, funkcji, klas i stoéw kluczowych. Identyfikator moze mie¢ dowolna
dhugosé¢, ale musi zaczynac si¢ od wielkiej lub mate;j litery albo od znaku podkreslenia (_). Nazwy rozpoczynajace si¢
od znaku podkreslenia sa zasadniczo zarezerwowane jako nazwy wewngtrzne lub prywatne. Po pierwszym znaku
identyfikatora moze nastgpowac dowolna liczba i kombinacja znakow alfabetycznych, cyfr od 0 do 9 i znakow
podkreslenia.

W implementacji Jython istnieja pewne stowa zastrzezone, ktorych nie mozna uzywac jako nazw zmiennych, funkcji i
klas. Stowa te sa podzielone na nastgpujace kategorie:

» Slowa wprowadzajace instrukcje: assert, break, class, continue, def, del, elif, else, except, exec, finally, for,
from, global, if, import, pass, print, raise, return, try i while

* Slowa wprowadzajace parametry: as, importiin
* Operatory: and, in, is, lambda, not i or

Niewlasciwe uzycie stowa kluczowego z reguty powoduje zgloszenie wyjatku SyntaxError.

Bloki kodu

Bloki kodu sa grupami instrukcji uzywanymi w miejsce pojedynczych instrukcji. Blok kodu moze nastgpowac po
dowolnej z nastgpujacych instrukcji: if, elif, else, for, while, try, except, def i class. Znak dwukropka (:) po jednej z
tych instrukcji oznacza poczatek bloku kodu, na przyktad:

X ==

y =2
z =3
elif:
y=4
z=5

Granice blokéw kodu wyznaczane sa przez wcigcia (a nie nawiasy klamrowe, jak w jezyku Java). Wszystkie wiersze w
bloku musza by¢ wcigte na t¢ sama glgbokos¢. Wynika to z faktu, ze jakakolwiek zmiana wcigcia sygnalizuje koniec
bloku kodu. Zwyczajowo stosuje si¢ wcigcie o szerokosci czterech spacji na jeden poziom. Zaleca si¢ tworzenie wcigé
za pomoca spacji, a nie znakow tabulacji. Nie wolno stosowac jednoczesnie i spacji, i znakow tabulacji. Wiersze w
najbardziej zewngtrznym bloku modulu musza rozpoczyna si¢ w pierwszej kolumnie, w przeciwnym razie zostanie
zgloszony wyjatek SyntaxError.

Instrukcje sktadajace sig¢ na blok kodu (po dwukropku) moga takze znajdowac si¢ w jednym wierszu i by¢ rozdzielone
$rednikami, na przyktad:

if x==1:y =2; z = 3;
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Przekazywanie argumentéw do skryptu

Przekazywanie argumentoéw do skryptu umozliwia uzycie tego samego skryptu w roznych okolicznosciach. Argumenty
przekazane z wiersza komend sa dostgpne jako wartosci na licie sys.argv. Liczbeg przekazanych warto$ci mozna
ustali¢ za pomoca komendy len(sys.argv). Na przyktad:

import sys

print "testl"

print sys.argv[0]

print sys.argv[1]

print len(sys.argv)

W tym przyktadzie komenda import importuje cala klase sys, aby mozna byto uzywa¢ metod zdefiniowanych w tej
klasie, takich jak argv.

Przyktadowy skrypt mozna wywota¢ za pomoca komendy:
/u/mjloos/testl mike don

Wynik wykonania bedzie nastgpujacy:

/u/mjloos/testl mike don
testl

mike

don

3

Przykiady

Stowo kluczowe print powoduje wydrukowanie (wyprowadzenie na wyjscie) argumentow, ktore bezposrednio po nim
nastepuja. Jesli po instrukeji znajduje si¢ przecinek, w wynikach nie jest wprowadzany znak nowego wiersza. Na
przyktad:

print "This demonstrates the use of a",
print " comma at the end of a print statement."

Wynik dziatania skryptu bedzie nastgpujacy:
Ten przyktad ilustruje uzycie przecinka na koficu instrukcji print.

Instrukcja for stuzy do iteracyjnego wykonywania bloku kodu. Na przyktad:

mylistl = ["one", "two", "three"]
for Tv in mylistl:

print lv

continue

W tym przyktadzie do listy mylist1 przypisywane sa trzy tancuchy. Nastepnie elementy listy sa drukowane, tak by
kazdy element znalazt si¢ w osobnym wierszu. Wynik dziatania skryptu bedzie nastepujacy:
one

two
three

W tym przyktadzie iterator Iv przyjmuje kolejno wartosci poszczegdlnych elementow listy mylist1, a dla kazdego
elementu wykonywany jest blok kodu. Iterator moze by¢ dowolnym poprawnym identyfikatorem o dowolnej dtugosci.

Instrukcja if jest instrukcja warunkowa. Bada ona spetnienie warunku i zwraca true albo false, w zaleznosci od tego,
czy jest spelniony. Na przyktad:

mylistl = ["one", "two", "three"]
for 1v in mylistl:

if v == "two"

print "The value of 1v is ", 1v
else

print "The value of 1v is not two, but ", Tv
continue
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W tym przyktadzie badana jest wartos¢ iteratora Iv. Jesli Iv jest rowny two, zwracany jest inny tancuch niz w
przypadku, gdy Iv nie jest rowny two. Wynikowy taricuch ma postac:

The value of Tv is not two, but one
The value of Tv is two
The value of Tv is not two, but three

Metody matematyczne

Modut math zawiera uzyteczne metody matematyczne. Niektore z nich opisano w ponizszej tabeli. O ile nie
zaznaczono inaczej, wszystkie zwracane wartosci sa liczbami zmiennopozycyjnymi.

Tabela 7. Metody matematyczne

Metoda

Zastosowanie

math.ceil(x)

Zwraca, jako warto§¢ zmiennopozycyjna, najmniejsza liczbg
catkowita nie mniejsza niz X.

math.copysign(x, y)

Zwraca X ze znakiem argumentu y. copysign(1, -0.0) zwraca -1

math.fabs(x)

Zwraca wartos¢ bezwzgledna X

math.factorial(x)

Zwraca silnig X. Jesli X jest liczba ujemna lub niecatkowita,
generowany jest wyjatek ValueError.

math.floor(x)

Zwraca, jako warto§¢ zmiennopozycyjna, najwigksza liczbe
catkowita nie wieksza niz X.

math.frexp(x)

Zwraca mantyse (m) i wyktadnik (e) argumentu X jako parg (m,
e). m jest taka liczba zmiennopozycyjna, a e jest taka liczba
calkowita, ze dokladnie spetniona jest zaleznos¢ x == m * 2**e.
Jesli x jest rowne zero, zwraca (0.0, 0), w przeciwnym razie 0.5
<=abs(m) < 1.

math.fsum(iterable)

Zwraca doktadng zmiennopozycyjna sume wartosci zawartych w
argumencie iterable

math.isinf(x)

Sprawdza, czy zmiennopozycyjny argument X jest
nieskonczonos$cia dodatnig lub ujemna

math.isnan(x)

Sprawdza, czy zmiennopozycyjny argument X jest wartoscia
nieliczbowa NaN

math.ldexp(x, i)

Zwraca X * (2**i). Jest to zasadniczo odwrdcenie dziatania
funkcji frexp.

math.modf(x)

Zwraca cz¢s$¢ utamkowa i calkowita argumentu X. Oba wyniki
maja znak argumentu X i sa liczbami zmiennopozycyjnymi.

math.trunc(x)

Zwraca warto$¢ rzeczywistg argumentu X, ktora zostata obcigta
do czesci catkowitej.

math.exp(x)

Zwraca €**X

math.log(x[, base])

Zwraca logarytm X o podstawie base. Jesli warto$¢ base nie
jest okreslona, zwraca logarytm naturalny X.

math.log1p(x)

Zwraca logarytm naturalny 1+x (0 podstawie €)

math.log10(x)

Zwraca logarytm X o podstawie 10

math.pow(x, y)

Zwraca X do potegi y. pow(1.0, x) i pow(x, 0.0) zawsze
zwracaja 1, nawet gdy X jest rowne zero lub NaN.

math.sqrt(x)

Zwraca pierwiastek kwadratowy X

Oproécz funkcji matematycznych dostgpne sa takze uzyteczne funkcje trygonometryczne. Zestawienie odpowiednich

metod przedstawiono w ponizszej tabeli.

Rozdziat 2. Jezyk skryptowy 21



Tabela 8. Metody trygonometryczne

Metoda Zastosowanie
math.acos(x) Zwraca arcus cosinus X w radianach
math.asin(x) Zwraca arcus sinus X w radianach
math.atan(x) Zwraca arcus tangens X w radianach
math.atan2(y, x) Zwraca atan(y / x) w radianach
math.cos(x) Zwraca cosinus X w radianach.
math.hypot(x, y) Zwraca normalna euklidesowa sqrt(x*x + y*y). Jest to dtugos¢
wektora od poczatku do punktu (X, y).
math.sin(x) Zwraca sinus X w radianach
math.tan(x) Zwraca tangens X w radianach
math.degrees(x) Przelicza kat X z radianow na stopnie
math.radians(x) Przelicza kat X ze stopni na radiany
math.acosh(x) Zwraca odwrotny cosinus hiperboliczny X
math.asinh(x) Zwraca odwrotny sinus hiperboliczny X
math.atanh(x) Zwraca odwrotny tangens hiperboliczny X
math.cosh(x) Zwraca cosinus hiperboliczny X
math.sinh(x) Zwraca cosinus hiperboliczny x
math.tanh(x) Zwraca tangens hiperboliczny X

Dostepne sa takze dwie state matematyczne. Wartos¢ math.pi rowna jest matematycznej statej pi. Wartos¢ math.e
réwna jest matematycznej stalej e.

Korzystanie ze znakéw spoza zestawu ASCII

Korzystanie ze znakow spoza zestawu ASCII w jezyku Python jest mozliwe pod warunkiem zastosowania jawnego
kodowania i dekodowania tancuchow zgodnie ze standardem Unicode. W programie IBM SPSS Modeler przyjmuje
sig, ze skrypty w jezyku Python sa zakodowane w standardzie Unicode UTF-8, ktory obstuguje znaki spoza zestawu
ASCII. Nastgpujacy skrypt zostanie prawidlowo skompilowany, poniewaz SPSS Modeler skonfigurowat kompilator
Python do pracy z kodowaniem UTF-8.

stream = modeler.script.stream()
filenode = stream.createAt("variablefile”, "T A F./— F", 96, 64)

Jednak wynikowy wezet bgdzie miat nieprawidlowa etykietg.

)
Ioll

3f$d,'AfTAf Afiarn
Rysunek 3. Etykieta wezia zawierajaca znaki spoza zestawu ASCII, wyswietlana nieprawidtowo

Etykieta jest nieprawidlowa, poniewaz literal tancuchowy zostal przeksztatcony w tancuch ASCII przez §rodowisko
Python.
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Python dopuszcza podawanie literatéw tancuchowych Unicode, pod warunkiem poprzedzenia takiego literatu znakiem
u:

stream = modeler.script.stream()
filenode = stream.createAt("variablefile", u"T A F./— F", 96, B4)

Spowoduje to utworzenie tancucha Unicode i prawidtowe wyswietlanie etykiety.

m
5=
=
5]

FAb =k
Rysunek 4. Etykieta wezia zawierajaca znaki spoza zestawu ASCII, wyswietlana prawidfowo

Korzystanie z tancuchdéw Unicode w srodowisku Python jest obszernym zagadnieniem, ktore wykracza poza tematyke
niniejszej publikacji. Dostgpne sa liczne ksiazki i materiaty elektroniczne, w ktdrych temat ten zostat omowiony
bardziej szczegotowo.

Programowanie zorientowane obiektowo

Istota programowania zorientowanego obiektowo jest stworzenie w programie modelu rozwiazywanego problemu.
Programowanie zorientowane obiektowo zmniejsza ryzyko popetienia biedu przy pisaniu programu i sprzyja
wielokrotnemu wykorzystaniu raz napisanego kodu. Python jest jezykiem programowania zorientowanym obiektowo.
Obiekty zdefiniowane w jezyku Python maja nastgpujace cechy:

* Tozsamos$¢. Kazdy obiekt musi by¢ odrgbny i musi by¢ mozliwos¢ sprawdzenia, czy faktycznie jest odrgbny. Stuza
do tego operatory is i is not.

* Stan. Musi istnie¢ mozliwos¢ zapisania stanu w kazdym obiekcie. Stuza temu atrybuty, takie jak zmienne, w tym
zmienne lokalne instancji.

» Zachowanie. Kazdy obiekt musi mie¢ zdolno$¢ manipulowania swoim stanem. Stuza do tego metody.

Nastgpujace cechy jezyka Python pomagaja w programowaniu zorientowanym obiektowo:

* Tworzenie obiektow na podstawie klas. Klasy sa szablonami do tworzenia obiektdw. Obiekty i struktury danych, z
ktérymi sa skojarzone zachowania.

* Dziedziczenie i polimorfizm. Jgzyk Python oferuje mechanizm dziedziczenia pojedynczego i wielokrotnego. W
jezyku Python wszystkie metody instancji sa polimorficzne i moga by¢ przestaniane przez podklasy.

* Hermetyzacja z ukrywaniem danych. Python umozliwia ukrywanie atrybutow. Ukryte atrybuty sa dostgpne z
zewnatrz klasy wylacznie za posrednictwem metod tej klasy. Klasy implementuja metody stuzace do modyfikacji
danych.

Definiowanie klasy

W klasie jezyka Python moga by¢ zdefiniowane zardwno zmienne, jak i metody. Inaczej niz w jezyku Java, w jezyku
Python mozna zdefiniowa¢ dowolna liczbg klas publicznych w jednym pliku zréodtowym (lub module). Dlatego modut
w jezyku Python jest koncepcyjnie zblizony do pakietu w jezyku Java.

W jezyku Python klasy definiuje si¢ przy uzyciu instrukcji class. Instrukcja class ma nastepujaca postac:
class nazwa (nadklasy): instrukcja

lub

class nazwa (nadklasy):
assignment
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function

Definiujac klasg, mozna uzy¢ instrukcji assignment (jednej lub wielu) badz ich nie uzywac. Instrukcje te tworza
atrybuty wspolne dla wszystkich instancji klasy. Mozna tez podac definicje funkcji function (jednej lub wielu) badz ich
nie podawac. Definicje funkcji tworza metody. Lista nadklas jest opcjonalna.

Nazwa klasy powinna by¢ unikalna w swoim zasiggu, tj. w module, funkcji lub klasie. Mozna zdefiniowa¢ wiele
zmiennych odwotujacych si¢ do tej samej klasy.

Tworzenie instancji klasy

Klas uzywa si¢ do przechowywania atrybutow klasy (wspolnych) lub do tworzenia instancji klasy. Aby utworzy¢
instancjg klasy, wywotuje sig klasg tak, jak gdyby byta funkcja. Rozwazmy na przyklad nastepujaca klase:

class MyClass:
pass

Uzyto tutaj instrukcji pass, poniewaz instrukcja jest wymagana dla kompletnosci klasy, ale nie jest wymagane
wykonywanie zadnych dziatan.

Nastepujaca instrukcja tworzy instancje klasy MyClass:
x = MyClass()

Dodawanie atrybutéw do instancji klasy

W jezyku Python, inaczej niz w jezyku Java, klient moze dodawac atrybuty do instancji klasy. Zmieniana jest wowczas
tylko jedna instancja. Na przyktad, aby doda¢ atrybuty do instancji X, nalezy ustawi¢ nowe wartosci w tej instancji:

x.attrl =1
x.attr2 = 2
x.attrN = n

Definiowanie atrybutéw i metod klas

Dowolna zmienna powiazana z klasa jest atrybutem klasy. Dowolna funkcja zdefiniowana wewnatrz klasy jest metodq.
Pierwszym argumentem kazdej metody jest instancja klasy, zwyczajowo nazywana self. Na przyktad, aby zdefiniowac
kilka atrybutéw i metod klasy, mozna wprowadzi¢ nastgpujacy kod:

class MyClass

attrl = 10 #atrybuty klasy
attr2 = "hello"

def methodl(self):
print MyClass.attrl #odwotanie do atrybutu klasy

def method2(self):
print MyClass.attr2 #odwotanie do atrybutu klasy

def method3(self, text):
self.text = text #atrybut instancji
print text, self.text #wydrukuj argument i atrybut

method4 = method3  #utwdrz alias dla method3

Wewnatrz klasy wszystkie odwotania do jej atrybutéw musza by¢ kwalifikowane nazwa klasy, na przyktad
MyClass.attr1. Wszystkie odwotania do atrybutéw instancji powinny by¢ kwalifikowane zmienna self, na przyktad
self.text. Na zewnatrz klasy wszystkie odwotania do atrybutow klasy powinny by¢ kwalifikowane nazwa klasy (na
przyktad MyClass.attr1) lub instancja klasy (na przykfad x.attr1, gdzie X jest instancja klasy). Na zewnatrz klasy
wszystkie odwotania do zmiennych instancji powinny by¢ kwalifikowane instancja klasy, na przyktad x.text.
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Zmienne ukryte

Dane mozna ukrywac, tworzac zmienne prywatne. Do zmiennych prywatnych moze uzyskiwaé dostep tylko sama
klasa. Jesli nazwy zostana zadeklarowane w postaci __ XXX or __ XXX_YVYY, tj. z dwoma poczatkowymi znakami
podkreslenia, to analizator sktadni jgzyka Python automatycznie doda nazwe klasy do nazwy zadeklarowane;j, tworzac
zmienne ukryte, na przyktad:

class MyClass:
__attr = 10 #atrybut klasy prywatnej

def methodl(self):
pass

def method2(self, pl, p2):
pass

def _ privateMethod(self, text):
self.__text = text #atrybut prywatny

W jezyku Python, inaczej niz w jezyku Java, wszystkie odwotania do zmiennych instancji musza by¢ kwalifikowane
nazwa self; nie stosuje sig niejawnego kwalifikatora this.

Dziedziczenie

Mozliwos¢ dziedziczenia z klas jest fundamentem programowania zorientowanego obiektowo. Jezyk Python oferuje
mechanizm dziedziczenia pojedynczego i wielokrotnego. W przypadku dziedziczenia pojedynczego moze istnie¢ tylko
jedna nadklasa. W przypadku dziedziczenia wielokrotnego moze istnie¢ wigcej niz jedna nadklasa.

Dziedziczenie implementuje sig, tworzac podklasy innych klas. Dowolna liczba klas jezyka Python moze by¢
nadklasami. Jednak w implementacji Jython mozliwe jest bezposrednie lub posrednie dziedziczenie tylko z jednej klasy
jezyka Java. Nie jest wymagane okreslenie nadklasy.

Podklasa lub klient moze uzywaé¢ dowolnych nieukrytych atrybutow i metod z nadklasy. Wszedzie tam, gdzie mozna
uzy¢ instancji nadklasy, mozna takze uzy¢ instancji podklasy; jest to przyktad polimorfizmu. Mechanizmy te
umozliwiaja wielokrotne wykorzystanie tego samego kodu i utatwiaja rozbudowg oprogramowania.

Przyktad
class Classl: pass #bez dziedziczenia

class Class2: pass
class Class3(Classl): pass #jednokrotne dziedziczenie

class Class4(Class3, Class2): pass #wielokrotne dziedziczenie
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Rozdziat 3. Skrypty w programie IBM SPSS Modeler

Typy skryptow

W programie IBM SPSS Modeler wyrdznia si¢ trzy typy skryptow:
» Skrypty strumieni stuza do sterowania wykonaniem pojedynczych strumieni i sa w nich zapisane.
o Skrypty superweztow stuza do sterowania zachowaniem superwgztow.

* Skrypty samodzielne lub sesyjne mozna stosowa¢ do koordynacji wykonania wielu réznych strumieni.

W programie IBM SPSS Modeler mozna uzywac réznych metod zapewniajacych dostep do szeregu funkcji programu
SPSS Modeler. Metody te sa takze uzywane w rozdziale [Rozdziat 4, “Skryptowy interfejs API”, na stronie 37|do
tworzenia bardziej zaawansowanych funkcji.

Strumienie, strumienie superweztéw i diagramy

Znaczenie terminu strumien jest zwykle takie samo, niezaleznie od tego, czy moéwimy o strumieniu zaladowanym z
pliku, czy uzywanym wewnatrz superwezta. Ogdlnie rzecz ujmujac, strumien jest zbiorem we¢ztow potaczonych ze
soba nawzajem, ktére mozna wykona¢. Jednak w skryptach nie wszystkie operacje sa dostepne we wszystkich
miejscach/kontekstach, zatem autor skryptu musi zwraca¢ uwage na to, na ktorym wariancie strumienia operuje kod.

Strumienie

Strumien jest gtownym typem dokumentow programu IBM SPSS Modeler. Strumienie mozna zapisywac, fadowac,
edytowac i wykonywac. Ze strumieniami moga by¢ skojarzone parametry, wartosci globalne, skrypt i inne informacje.

Strumienie superweziow

Strumien superwezla jest szczegdlnym rodzajem strumienia uzywanym wewnatrz superwezla. Podobnie jak zwykty
strumien, zawiera wezly polaczone ze soba nawzajem. Jednak strumienie superweztéw pod wieloma wzgledami réznia
si¢ od zwyktych strumieni:

* Parametry i ewentualne skrypty sa skojarzone superwezltem, do ktoérego nalezy strumien superwezla, a nie z samym
strumieniem.

* Strumienie niektorych typow superweztow maja dodatkowe wejsciowe 1 wyjsciowe wezly tacznikowe. Te wezly
facznikowe shuza do wprowadzania i wyprowadzania informacji do/z strumienia superwgzta i sa tworzone
automatycznie, gdy tworzony jest superwezet.

Diagramy
Termin diagram obejmuje funkcje, ktore sa obstugiwane zarowno przez zwykte strumienie, jak i strumienie klasy
SuperNode, takie jak dodawanie i usuwanie weztdw oraz modyfikowanie potaczen migedzy weztami.

Wykonywanie strumienia

Ponizszy przyktad uruchamia wszystkie wykonywalne wezty w strumieniu i jest najprostszym mozliwym skryptem
strumienia:

modeler.script.stream().runAl1(None)
Ponizszy przyklad rowniez uruchamia wszystkie wykonywalne wezty w strumieniu:

stream = modeler.script.stream()
stream.runAll(None)
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W tym przyktadzie strumien jest zapisany w zmiennej o nazwie Stream. Zapisanie strumienia w zmiennej jest
uzyteczne, poniewaz skrypt zwykle stuzy do modyfikowania strumienia albo zawartych w nim weztow. Utworzenie
zmiennej, w ktdrej zapisany bedzie strumien, skraca zapis kodu w skrypcie.

Kontekst skryptu

Modut modeler.script udostgpnia kontekst, w ktorym wykonywany jest skrypt. W czasie wykonywania modut ten jest
automatycznie importowany do kazdego skryptu w programie SPSS Modeler. Modut definiuje cztery funkcje
zapewniajace skryptowi dostep do srodowiska wykonawczego:

* Funkcja session() zwraca sesje wykonania skryptu. Sesja okre$la takie informacje, jak ustawienia regionalne i
zaplecze programu SPSS Modeler (proces lokalny albo sieciowy serwer SPSS Modeler Server) uzywane do
wykonywania strumieni.

* Funkcja stream() moze by¢ uzywana w skryptach strumieni i superweztow. Funkcja ta zwraca strumien, do ktorego
nalezy albo skrypt strumienia, albo skrypt superwezta, ktory jest obecnie wykonywany.

* Funkcja diagram() moze by¢ uzywana w skryptach superweztow. Funkcja ta zwraca diagram w superwezle. W
skryptach innego typu funkcja dziata tak samo, jak stream().

* Funkcja supernode() moze by¢ uzywana w skryptach superweztow. Funkcja ta zwraca superwezet, do ktérego
nalezy wtasnie wykonywany skrypt.

Ponizsza tabela zawiera podsumowanie tych czterech funkcji i ich wynikow.

Tabela 9. Podsumowanie funkcji modutu modeler.script

Typ skryptu session() stream() diagram() supernode()

Standalone Zwraca sesjg Zwraca strumien Dziata tak samo, jak Nie dotyczy
zarzadzany w momencie | stream()
wywotania skryptu (na
przyktad strumien
przekazany za pomoca
opcji -stream trybu
wsadowego) albo None.

Strumien Zwraca sesjg Zwraca strumien Dziata tak samo, jak Nie dotyczy
stream()

Superwezet Zwraca sesje Zwraca strumien Zwraca strumien Zwraca superwezel
superwezta

W module modeler.script zdefiniowano rowniez sposob zakoriczenia dziatania skryptu i zwrdcenia kodu wyjscia.
Funkcja exit(exit-code) przerywa wykonywanie skryptu i zwraca catkowitoliczbowy kod wyjscia przekazany jako
argument.

Jedna z metod strumienia jest runAll(List). Ta metoda uruchamia wszystkie wykonywalne wezty. Wszelkie modele lub
wyniki wygenerowane w trakcie wykonywania wezlow sa dodawane do listy przekazanej jako argument.

Wykonanie strumienia prowadzi czgsto do wygenerowania wynikow, takich jak modele, wykresy i inne obiekty
wynikowe. Aby odebrac¢ te wyniki, skrypt moze przekaza¢ zmienna, ktora zostanie zainicjowana do listy, na przyktad:

stream = modeler.script.stream()
results = []
stream.runAll(results)

Po zakonczeniu wykonywania wszelkie wygenerowane obiekty sa dostepne na liscie results.
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Odwotania do istniejacych weziéw

Czesto skrypt operuje na strumieniu zbudowanym wczesniej 1 zawierajacym parametry, ktore musza zostac
zmodyfikowane przed uruchomieniem strumienia. Aby zmodyfikowaé takie parametry, nalezy:
1. Odszuka¢ wezty w odpowiednim strumieniu.

2. Zmieni¢ ustawienia weztdw i/lub strumienia.

Znajdowanie weztow

Istniejacy wezel mozna odszukaé w strumieniu na wiele sposobdw. Zestawienie tych metod przedstawiono w ponizszej
tabeli.

Tabela 10. Metody wyszukiwania istniejgcego wezta

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

s.findAll(type, label) Zbior Zwraca liste wszystkich weztow
okreslonego typu majacych okreslona
etykietg. Jako typ albo jako etykiete
mozna poda¢ None, a wowczas uzywany
bedzie drugi parametr.

s.findAll(filter, recursive) Zbior Zwraca zbior wszystkich weztow
akceptowanych przez okreslony filtr. Jesli
flaga recursive ma wartos¢ True,
przeszukiwane sa takze wszystkie
superwezly w okreslonym strumieniu.

s.findByID(id) Wezet Zwraca wezet o podanym identyfikatorze
lub None, jesli taki wezet nie istnieje.
Wyszukiwanie jest ograniczone do
biezacego strumienia.

s.findByType(type, label) Wezet Zwraca wezet o podanym typie i/lub
podanej etykiecie. Jako typ albo jako
nazwe mozna poda¢ None, a wowczas
uzywany bedzie drugi parametr. Jesli
kryterium jest spetnione przez wigcej niz
jeden wezel, to arbitralnie wybierany i
zwracany jest jeden z nich. Jesli Zaden
wezel nie spetnia kryterium, to zwracana
jest warto$¢ None.

s.findDownstream(fromNodes) Zbior Wyszukuje wezly znajdujace si¢ w
strumieniu wczesniej niz wezly
przekazane jako argument. Zwrdcona lista
zawiera takze wezly przekazane jako
argument.

s.findUpstream(fromNodes) Zbior Wyszukuje wezty znajdujace sig¢ w
strumieniu dalej niz wezly przekazane
jako argument. Zwrocona lista zawiera
takze wezty przekazane jako argument.

Na przyktad, jesli strumien zawiera jeden wezet filtrowania, do ktérego skrypt musi uzyskaé¢ dostep, to ten wezet
mozna znalez¢ za pomoca nastgpujacego kodu:

stream = modeler.script.stream()
node = stream.findByType("filter", None)

Jesli znany jest identyfikator wezta (widoczny na karcie Adnotacje w oknie dialogowym wezta), to mozna go
wykorzystac¢ do znalezienia wezla, na przyktad:
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stream = modeler.script.stream()
node = stream.findByID("1d32FJT71G2") # identyfikator wezta filtrowania

Ustawianie wlasciwosci

Wezty, strumienie, modele i wyniki maja wtasciwosci, ktére mozna odczytywac i w wigkszos$ci przypadkow takze
ustawiac (tj. mozna nadawac im wartosci). Wiasciwosci stuza zwykle do modyfikowania zachowania lub wygladu
obiektu. Ponizsza tabela zawiera zestawienie metod stuzacych do odczytywania i ustawiania wlasciwos$ci obiektow.

Tabela 11. Metody sfuzace do odczytywania i ustawiania wiasciwosci obiektow

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

p.getPropertyValue(propertyName) Obiekt Zwraca wartos¢ wlasciwosci o okreslonej
nazwie lub None, jesli taka wlasciwosé
nie istnieje.

p.setPropertyValue(propertyName, Nie dotyczy Ustawia warto$¢ wlasciwosci o podanej
value) nazwie.
p.setPropertyValues(properties) Nie dotyczy Ustawia warto$ci wlasciwosci o podanych

nazwach. Kazdy wpis w mapie
wlasciwosci sktada sie z klucza
reprezentujacego nazwe wlasciwosci oraz
wartosci, ktéra ma by¢ przypisana do tej

wiasciwosci.
p.getKeyedPropertyValue Obiekt Zwraca warto$¢ wlasciwosci o okreslone;j
nazwie i kluczu lub None, jesli taka
propertyName, keyName) wlasciwosé nie istnieje.
p.setKeyedPropertyValue Nie dotyczy Ustawia wartos¢ wlasciwosci o podanej
( nazwie 1 kluczu.

propertyName, keyName, value)

Na przyktad, jesli chcemy ustawi¢ warto$¢ wezla Plik zmienny na poczatku strumienia, mozna uzy¢ nastgpujacego
kodu:

stream = modeler.script.stream()
node = stream.findByType("variablefile", None)
node.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO/DEMOS/DRUG1n")

Mozna tez odfiltrowa¢ zmienna z wezta filtrowania. W tym przypadku wartosc¢ jest kluczowana nazwa zmiennej, na
przyktad:

stream = modeler.script.stream()

# Odszukaj wezet filtrowania...

node = stream.findByType("filter", None)

# ... 1 odfiltruj zmienng "Na"
node.setKeyedPropertyValue("include", "Na", False)

Tworzenie weziow i modyfikowanie strumieni

W niektorych sytuacjach konieczne jest dodawanie nowych weztdw do istniejacych strumieni. Zwykle proces
dodawania weztow do istniejacych strumieni obejmuje nastgpujace zadania:
1. Utworzenie wezlow.

2. Utworzenie potaczen migdzy nowymi weztami a istniejaca strukturg strumienia.
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Tworzenie weztow

Istnieje wiele sposobow tworzenia weztow w strumieniu. Zestawienie tych metod przedstawiono w ponizszej tabeli.

Tabela 12. Metody stuzace do tworzenia weztéw

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

s.create(nodeType, name) Wezet Tworzy wezet okreslonego typu i dodaje
go do okreslonego strumienia.

s.createAt(nodeType, name, x, y) Wezet Tworzy wezet okreslonego typu i dodaje
go do okreslonego strumienia w
okres$lonym miejscu. Jesli x <0 luby <0,
miejsce nie jest okreslone.

s.createModelApplier(modelOutput, Wezet Tworzy wezet modelu do zastosowania
name) wyliczany z podanego obiektu
wynikowego modelu.

Na przyktad, aby utworzy¢ nowy wezet Typ w strumieniu, mozna uzy¢ nastgpujacego kodu:

stream = modeler.script.stream()
# Utwdrz nowy wezet Typ
node = stream.create("type", "My Type")

Tworzenie i usuwanie potagczen miedzy weztami

Nowy wezel utworzony w strumieniu trzeba wiaczy¢ do sekwencji wegztow, aby mozna bylo z niego w praktyce
korzystac. Istnieje wiele sposobow tworzenia i usuwania polaczen miedzy weztami w strumieniu. Zestawienie tych
metod przedstawiono w ponizszej tabeli.

Tabela 13. Metody stuzace do tworzenia i usuwanie poigczen miedzy weztami

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

s.link(source, target) Nie dotyczy Tworzy nowe potaczenie miedzy wezlem
zrodtowym a docelowym.

s.link(source, targets) Nie dotyczy Tworzy nowe potaczenia migdzy weztem
zrédtowym a wszystkimi weztami
docelowymi z przekazanej listy.

s.linkBetween(inserted, source, target) | Nie dotyczy Umieszcza wezet migdzy dwiema innymi
instancjami wezlow (zrodlowym i
docelowym), tworzac potaczenia z tymi
weztami. Wezesniej usuwa ewentualne
potaczenia migdzy wezltem zrédtowym a
docelowym.

s.linkPath(path) Nie dotyczy Tworzy nowa $ciezkg migdzy instancjami
weztdw. Pierwszy wezet jest laczony z
drugim, drugi z trzecim i tak dale;j.

s.unlink(source, target) Nie dotyczy Usuwa bezposrednie potaczenie miedzy
weztem zrédlowym a docelowym.

s.unlink(source, targets) Nie dotyczy Usuwa bezposrednie potaczenia miedzy
wezlem zrodtowym a wszystkimi weztami
docelowymi na przekazanej liscie.

s.unlinkPath(path) Nie dotyczy Usuwa $ciezke istniejaca migdzy
instancjami weztow.

s.disconnect(node) Nie dotyczy Usuwa potaczenia migdzy przekazanym
wezlem a innymi weztami w okreslonym
strumieniu.
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Tabela 13. Metody stuzace do tworzenia i usuwanie potgczen miedzy weztami (kontynuacja)

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

s.isValidLink(source, target)

boolean

Zwraca True, jesli dozwolone bytoby
utworzenie polaczenia migdzy okreslonym
wezlem zrédtowym a docelowym. Ta
metoda sprawdza, czy oba obiekty naleza
do okreslonego strumienia, czy z wezla
zrédtowego moze wychodzi¢ potaczenie,
czy do wezla docelowego moze dochodzi¢
potaczenie, i czy utworzenie takiego
potaczenia nie spowoduje utworzenie
zamknigtej petli w strumieniu.

Ponizszy przyktadowy strumien wykonuje pig¢ nastepujacych zadan:

Laczy te wezly ze soba nawzajem.

o0 b -

5. Wykonuje wezet Tabela.
stream = modeler.script.stream()

filenode = stream.createAt("variablefile", "My File Input ", 96, 64)

Ustawia nazwe pliku w wezle wejSciowym Plik zmienny.
Odfiltrowuje zmienna "Drug" z wynikow.

filternode = stream.createAt("filter", "Filter", 192, 64)
tablenode = stream.createAt("table", "Table", 288, 64)

stream.link(filenode, filternode)
stream.link(filternode, tablenode)

filenode.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/DRUG1n")
filternode.setKeyedPropertyValue("include", "Drug", False)

results = []
tablenode.run(results)

Importowanie, zastepowanie i usuwanie weztow

Tworzy wezel wejsciowy Plik zmienny, wezet filtrowania i wezet wynikowy Tabela.

Oprocz tworzenia i taczenia weztdw czesto konieczne jest zastgpowanie i usuwanie weztow ze strumienia. Ponizsza
tabela zawiera zestawienie metod stuzacych do importowania, zastgpowania i usuwania weztow.

Tabela 14. Metody stuzace do importowania, zastepowania i usuwania weztéw

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

s.replace(originalNode,
replacementNode, discardOriginal)

Nie dotyczy

Zastepuje okreslony wezel w okreslonym
strumieniu. Zaréwno pierwotny, jak i
nowy we¢zel musza naleze¢ do
okreslonego strumienia.
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Tabela 14. Metody stuzace do importowania, zastepowania i usuwania weztéw (kontynuacja)

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

s.insert(source, nodes, newlDs)

Lista

Wstawia kopie weztow z przekazanej
listy. Zaktada sig, ze wszystkie wezty na
przekazanej liscie sa zawarte w
okreslonym strumieniu. Flaga newIDs
wskazuje, czy nalezy dla kazdego wezta
generowac¢ nowe identyfikatory czy
istniejace identyfikatory powinny by¢
skopiowane i ponownie wykorzystane.
Zaktada sig, ze kazdy wezet w strumieniu
ma unikalny identyfikator, dlatego tg flage
nalezy ustawi¢ na True, jesli strumien
zrodlowy jest taki sam, jak okreslony. Ta
metoda zwraca listg nowo wstawionych
weztdw, przy czym ich kolejnosc¢ jest
nieokreslona (tj. nie musi by¢ taka sama,
jak kolejnos¢, w jakiej wezly wystepuja na
liscie wejsciowej).

s.delete(node)

Nie dotyczy

Usuwa okreslony wezet z okreslonego
strumienia. Wezel musi naleze¢ do
okreslonego strumienia.

s.deleteAll(nodes)

Nie dotyczy

Usuwa wszystkie okreslone wezly z
okreslonego strumienia. Wszystkie wezty
w zbiorze musza naleze¢ do okreslonego
strumienia.

s.clear()

Nie dotyczy

Usuwa wszystkie wezty z okreslonego
strumienia.

Przechodzenie przez wezty w strumieniu

Jednym z typowych zadan jest ustalanie, ktore wezty w strumieniu znajduja si¢ przed, a ktdre za okreslonym weztem.
Strumien oferuje szereg metod umozliwiajacych uzyskanie takich informacji. Zestawienie tych metod przedstawiono w

ponizszej tabeli.

Tabela 15. Metody do ustalania, ktore wezty znajduja sie przed, a ktdre za okreslonym weztem

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

s.iterator()

Iterator

Zwraca iterator obiektow wezla zawartych
w okreslonym strumieniu. Jesli strumien
zostanie zmodyfikowany pomigdzy
wywotaniami funkcji next(), to
zachowanie iteratora bedzie nieokreslone.

s.predecessorAt(node, index)

Wezet

Zwraca okreslony bezposredni poprzednik
przekazanego wezta lub None, jesli
numer jest poza dopuszczalnym zakresem.

s.predecessorCount(node)

int

Zwraca liczbg bezposrednich
poprzednikow przekazanego wezta.

s.predecessors(node)

Lista

Zwraca bezposrednie poprzedniki
przekazanego wezla.

s.successorAt(node, index)

Wezet

Zwraca okre$lony bezposredni nastgpnik
przekazanego wezta lub None, jesli
numer jest poza dopuszczalnym zakresem.

s.successorCount(node)

int

Zwraca liczbg bezposrednich nastgpnikéw
przekazanego wezta.
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Tabela 15. Metody do ustalania, ktdre wezty znajdujg sie przed, a ktdre za okreslonym weztem (kontynuacja)

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

s.successors(node)

Lista

Zwraca bezposrednie nastepniki
przekazanego wezla.

Kasowanie (lub usuwani

e) elementéw

We wezesniejszym jezyku skryptowym dostgpne sa rozne warianty komendy clear, na przyktad:

» clear outputs Usuwa wszystkie elementy wynikowe z palety menedzera.

» clear generated palette Usuwa wszystkie modele uzytkowe z palety Modele.

 clear stream Usuwa zawarto$¢ strumienia.

W $rodowisku skryptowym Python dostegpne sa podobne funkcje; komenda removeAll() stuzy do usuwania zawartosci
menedzerdw strumieni, wynikow i modeli, na przyktad:

* Aby usuna¢ zawarto§¢ menedzera strumieni:

session = modeler.script.session()
session.getStreamManager.removeAll

0

* Aby usuna¢ zawarto$¢ menedzera wynikow:

session = modeler.script.session()

session.getDocumentOutputManager().removeAll()

* Aby usuna¢ zawarto$¢ menedzera mo

deli:
session = modeler.script.session()

session.getModelOutputManager () .removeAll ()

Uzyskiwanie informacji o weztach

Wezty dziela si¢ na rézne kategorie, na przyktad wezly importu i eksportu danych, wezty budowania modelu i inne
typy weztéw. Kazdy wezet udostepnia szereg metod umozliwiajacych uzyskanie informacji o wezle.

Ponizsza tabela zawiera zestawienie weztow umozliwiajacych odczytywanie identyfikatorow, nazw i etykiet weztow.

Tabela 16. Metody umoZliwiajace odczytywanie identyfikatorow, nazw i etykiet weztow

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

n.getLabel()

string

Zwraca wyswietlana etykietg okreslonego
wezla. Etykieta jest wartoscia wlasciwosci
custom_name, o ile wlasciwosc¢ ta jest
tancuchem niepustym, a whasciwosé¢
use_custom_name nie jest ustawiona; w
przeciwnym razie etykieta jest warto$cia
funkcji getName().

n.setLabel(label)

Nie dotyczy

Ustawia wyswietlang etykietg okreslonego
wezta. Jesli nowa etykieta jest fancuchem
niepustym, to jest wpisywana do
wlasciwosci custom_name, a
wlasciwosci use_custom_name
przypisywana jest warto$¢ False, tak aby
okreslona etykieta miata pierwszenstwo;
w przeciwnym razie do wlasciwosci
custom_name jest wpisywany pusty
tancuch, a wlasciwosci
use_custom_name jest przypisywana
wartos¢ True.

n.getName()

string

Zwraca nazwe okreslonego wezta.
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Tabela 16. Metody umoZliwiajace odczytywanie identyfikatorow, nazw i etykiet weztéw (kontynuacja)

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

n.getID()

string

Zwraca identyfikator okreslonego wezta.
Kazdorazowo przy tworzeniu nowego
wezla tworzony jest nowy identyfikator.
Identyfikator jest zachowywany w wezle,
gdy ten zapisywany jest jako czgsé
strumienia, zatem po otwarciu strumienia
wezly maja te same identyfikatory, co
dotychczas. Jesli jednak zapisany wezet
zostanie wstawiony do strumienia, to
bedzie traktowany jak nowy obiekt i
otrzyma nowy identyfikator.

Ponizsza tabela zawiera zestawienie metod umozliwiajacych uzyskiwanie innych informacji o weztach.

Tabela 17. Metody umozliwiajace uzyskiwanie informacji o weztach

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

n.getTypeName()

string

Zwraca nazwg tego wezta uzywana w
skryptach. Jest to ta sama nazwa, ktorej
mozna byloby uzywa¢ do tworzenia
nowych instancji tego wezta.

n.islnitial()

Boolean

Zwraca True, jesli jest to wezet
poczatkowy, tj. wezet znajdujacy sig na
poczatku strumienia.

n.isinline()

Boolean

Zwraca True, jesli jest to wezet
wstawiony, tj. wezel znajdujacy sig na
posrodku strumienia.

n.isTerminal()

Boolean

Zwraca True, jesli jest to wezet koricowy
wezel, tj. wezel znajdujacy sig na koncu
strumienia.

n.getXPosition()

int

Zwraca przesunigcie x wezta w
strumieniu.

n.getYPosition()

int

Zwraca przesunigcie y wezta w
strumieniu.

n.setXYPosition(x, y)

Nie dotyczy

Ustawia potozenie wezta w strumieniu.

n.setPositionBetween(source, target)

Nie dotyczy

Ustawia takie polozenie wezta w
strumieniu, by znalazt si¢ on migdzy
dwoma przekazanymi weztami.

n.isCacheEnabled()

Boolean

Zwraca True, jesli buforowanie w pamigci
podrecznej jest wlaczone; w przeciwnym
wypadku zwraca False.

n.setCacheEnabled(val)

Nie dotyczy

Wtacza lub wylacza buforowanie tego
obiektu w pamigci podrecznej. Jesli
pamig¢ podrgczna jest zapetniona i
buforowanie zostato wytaczone, to pamigé
podreczna jest oprozniana.

n.isCacheFull()

Boolean

Zwraca True, jesli pamig¢ podrgczna jest
zapelniona; w przeciwnym wypadku
zwraca False.

n.flushCache()

Nie dotyczy

Oproéznia pamig¢ podreczna tego wezla.
Nie odnosi skutku, jesli pamig¢ podreczna
nie jest wlaczona lub jest zapeliona.
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Rozdziat 4. Skryptowy interfejs API

Wprowadzenie do skryptowego interfejsu API

Skryptowy interfejs API zapewnia dostep do szerokiej gamy funkcji programu SPSS Modeler. Wszystkie opisane dotad
metody sa czgscia interfejsu API i mozna do nich uzyskiwac dostep z poziomu skryptu bez konieczno$ci importowania
dodatkowych modutow. Jednak aby mdéc odwotywac sig do klas interfejsu API, nalezy jawnie zaimportowa¢ interfejs
API za pomoca nastgpujacej instrukcji:

import modeler.api

Ta instrukcja importu jest wymagana do dzialania wielu przyktadow wykorzystania skryptowego interfejsu API.

Kompletny przewodnik po klasach, metodach i parametrach dostgpnych za posrednictwem skryptowego interfejsu API
mozna znalez¢ w dokumencie /BM SPSS Modeler Python Scripting API Reference Guide.

Przyktad 1: wyszukiwanie weztéw za pomoca filtru niestandardowego

Sekcja“Znajdowanie weztéw” na stronie 29|zawiera przyklad wyszukiwania wezta w strumieniu na podstawie nazwy
wezta. W niektdrych sytuacjach wymagane jest wyszukiwanie bardziej ogolne, ktdre mozna zrealizowaé za pomoca
klasy NodeFilter i metody findAll() obiektu stream. Taka metoda wyszukiwania obejmuje dwa kroki:

1. Utworzenie nowe;j klasy, ktora rozszerza klasg NodeFilter, a potem implementuje wlasna wersjg metody accept().

2. Wywotanie metody findAll() strumienia z instancja tej nowej klasy. Metoda zwrdci wszystkie wezty spetniajace
kryteria zdefiniowane w metodzie accept().

Ponizszy przyktad ilustruje sposéb wyszukiwania weztow w strumieniu, dla ktérego wlaczona jest pamig¢ podrgczna
weztdw. Zwroconej listy wezldw mozna uzy¢ do usunigcia tych wezldow z pamigcei podrecznej lub wytaczenia ich
buforowania.
import modeler.api
class CacheFilter(modeler.api.NodeFilter):

"UUEiltr weztow z wtgczonym buforowaniem"""

def accept(this, node):
return node.isCacheEnabled()

cachingnodes = modeler.script.stream().findA11(CacheFilter(), False)

Przykitad 2: umozliwianie uzytkownikom uzyskanie informacji o
katalogu lub pliku na podstawie swoich uprawnien

Aby unikna¢ otwierania PSAPI przez uzytkownikoéw, mozna si¢ postuzy¢ metoda zwana
session.getServerFileSystem(). Wystarczy wywota¢ funkcje PSAPI stuzaca do utworzenia obiektu systemu plikow.

W ponizszym przyktadzie przedstawiono, w jaki sposéb mozna zezwoli¢ uzytkownikom na uzyskanie informacji o
katalogu lub pliku na podstawie uprawnien uzytkownika, ktory taczy sig z serwerem IBM SPSS Modeler Server.

import modeler.api
stream = modeler.script.stream()
sourceNode = stream.findByID('")
session = modeler.script.session()
fileSystem = session.getServerFileSystem()
parameter = stream.getParameterValue('VPATH')
serverDirectory = fileSystem.getServerFile(parameter)
files = fileSystem.getFiles(serverDirectory)
for f in files:
if f.isDirectory():
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print 'Directory:'

else:
print 'File:'
sourceNode.setPropertyValue('full_filename',f.getPath())
break

print f.getName(),f.getPath()
stream.execute ()

Metadane: informacje o danych

Poniewaz wezty sa potaczone w strumien, dostgpne sa informacje o kolumnach lub zmiennych dostepnych w kazdym
wezle. Na przyktad w interfejsie uzytkownika programu Modeler uzytkownik moze wybra¢ zmienne, wedtug ktorych
ma odbywac si¢ sortowanie lub agregacja. Te informacje nazywane sa modelem danych.

Skrypty maja dostgp do modelu danych, poniewaz moga odczytywac zmienne wchodzace do wezta i wychodzace z
wezla. W przypadku niektorych weztdw modele danych wejsciowych i wyjsciowych sa takie same: na przyktad wezet
Sortowanie po prostu zmienia kolejnos¢ rekordéw, ale nie zmienia modelu danych. Inne wezly, na przyktad
Wyliczanie, moga dodawa¢ nowe zmienne. Jeszcze inne, takie jak wezet filtrowania, moga zmienia¢ nazwy zmiennych
lub usuwac zmienne.

Ponizszy przyktadowy skrypt operuje na standardowym strumieniu programu IBM SPSS Modeler o nazwie
druglearn.str i dla kazdej zmiennej buduje model z pominigciem jednej ze zmiennych wejsciowych. Skrypt:

1. Uzyskuje dostgp do modelu danych wynikowych wezta Typ.

2. W petli przeglada zmienne modelu danych wynikowych.

3. Modyfikuje wezet filtrowania dla kazdej zmiennej wejsciowe;.
4. Zmienia nazwg generowanego modelu.

5. Uruchamia wezel budowy modelu.

Uwaga: Przed uruchomieniem skryptu w strumieniu druglean.str nalezy koniecznie wybra¢ Python jako jezyk
skryptowy (strumien zostat utworzony w poprzedniej wersji programu IBM SPSS Modeler, zatem jest w nim wybrany

wczesniejszy jezyk skryptowy).
import modeler.api

stream = modeler.script.stream()

filternode = stream.findByType("filter", None)
typenode = stream.findByType("type", None)
c50node = stream.findByType("c50", None)

# Zawsze uzywaj niestandardowej nazwy modelu
c50node.setPropertyValue("use_model_name", True)

lastRemoved = None
fields = typenode.getOutputDataModel ()
for field in fields:
# Je§li jest to zmienna przewidywana, to ja zignoruj
if field.getModelingRole() == modeler.api.ModelingRole.OUT:
continue

# Ponownie wtacz zmienng, ktdora ostatnio zostata usunieta
if TastRemoved != None:
filternode.setKeyedPropertyValue("include", TastRemoved, True)

# Usufi zmienna
lastRemoved = field.getColumnName ()
filternode.setKeyedPropertyValue("include", TastRemoved, False)

# Okre§1 nazwe nowego modelu, a nastepnie uruchom budowanie

c50node.setPropertyValue("model_name", "Exclude " + TastRemoved)
c50node.run([])
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Obiekt DataModel udostgpnia szereg metod stuzacych do uzyskiwania dost¢pu do informacji o zmiennych lub
kolumnach w modelu danych. Zestawienie tych metod przedstawiono w ponizszej tabeli.

Tabela 18. Metody obiektu DataModel stuzace do uzyskiwania dostepu do informacji o zmiennych lub kolumnach

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

d.getColumnCount() int Zwraca liczbe kolumn w modelu danych

d.columnlterator() Tterator Zwraca iterator zwracajacy kolumny w
kolejnosci, w jakiej byly wstawiane.
Iterator zwraca instancje klasy Column.

d.namelterator() Tterator Zwraca iterator zwracajacy nazwy kolumn
w kolejnosci, w jakiej byly wstawiane.

d.contains(name) Boolean Zwraca True, jesli kolumna o podanej
nazwie istnieje w tym obiekcie
DataModel, a w przeciwnym wypadku
zwraca False.

d.getColumn(name) Kolumna Zwraca kolumng o okreslonej nazwie.

d.getColumnGroup(name) ColumnGroup Zwraca grupe kolumn o podanej nazwie
lub None, jesli taka grupa kolumn nie
istnieje.

d.getColumnGroupCount() int Zwraca liczbe grup kolumn w tym modelu
danych.

d.columnGrouplterator() [terator Zwraca iterator zwracajacy kolejne grupy
kolumn.

d.toArray() Column[] Zwraca model danych jako tablicg

kolumn. Kolumny sa zwracane w
kolejnosci, w jakiej byty wstawiane.

Kazda zmienna (obiekt Column) zawiera szereg metod umozliwiajacy uzyskanie dostgpu do informacji o kolumnie. W
ponizszej tabeli przedstawiono niektére z nich.

Tabela 19. Metody obiektu Column stuzgce do uzyskiwania dostepu do informacji o w kolumnie

Metoda

Typ zwracanego wyniku

Opis

c.getColumnName() string Zwraca nazwg kolumny.

c.getColumnLabel() string Zwraca etykietg kolumny lub tancuch
pusty, jesli kolumna nie ma etykiety.

c.getMeasureType() MeasureType Zwraca typ pomiaru kolumny.

c.getStorageType() StorageType Zwraca typ sktadowania kolumny.

c.isMeasureDiscrete() Boolean Zwraca True, jesli kolumna jest
dyskretna. Za dyskretne uznawane sa
kolumny typu zbior i typu flaga.

c.isModelOutputColumn() Boolean Zwraca True, jesli kolumna jest wynikiem
modelu.

c.isStorageDatetime() Boolean Zwraca True, jesli typem sktadowania
kolumny jest czas, data lub znacznik
czasu.

c.isStorageNumeric() Boolean Zwraca True, jesli typem sktadowania

kolumny jest liczba catkowita lub
rzeczywista.
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Tabela 19. Metody obiektu Column stuzgce do uzyskiwania dostepu do informacji o w kolumnie (kontynuacja)

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

c.isValidValue(value) Boolean Zwraca True, jesli okreslona warto$¢ jest
poprawna dla tego typu sktadowania, i
valid, gdy znane sa poprawne wartosci

kolumny.
c.getModelingRole() ModelingRole Zwraca rolg kolumny w modelowaniu.
c.getSetValues() Object[] Zwraca tablice poprawnych wartosci

kolumny lub None, jesli wartosci sa
nieznane lub jesli kolumna nie jest

zbiorem.

c.getValueLabel(value) string Zwraca etykiete wartosci kolumny lub
tancuch pusty, jesli warto$¢ nie ma
etykiety.

c.getFalseFlag() Obiekt Zwraca wartos¢ kolumny oznaczajaca

,fatsz” albo zwraca None, jesli wartos¢
jest nieznana lub jesli kolumna nie jest
flaga.

c.getTrueFlag() Obiekt Zwraca wartos¢ kolumny oznaczajaca
prawda’ albo zwraca None, jesli warto$¢
jest nieznana lub jesli kolumna nie jest
flaga.

c.getLowerBound() Obiekt Zwraca dolna warto$¢ graniczna kolumny
lub None, jesli warto$¢ jest nieznana lub
kolumna nie jest ciagta.

c.getUpperBound() Obiekt Zwraca gorna warto$¢ graniczna kolumny
lub None, jesli warto$¢ jest nieznana lub
kolumna nie jest ciagta.

Nalezy zwroci¢ uwage, ze wigkszos¢ metod stuzacych do dostepu do informacji o kolumnie ma swoje odpowiedniki
zdefiniowane w samym obiekcie DataModel. Na przyktad ponizsze dwie instrukcje sa rownowazne:

dataModel.getColumn("someName") .getModelingRole()
dataModel.getModelingRole("someName")

Dostep do wygenerowanych obiektéw

Podczas wykonywania strumienia zwykle generowane sa dodatkowe obiekty wynikowe. Takim obiektem moze by¢
nowy model lub element wynikowy zawierajacy informacje do wykorzystania przy nastgpnych wykonaniach.

W ponizszym przyktadzie znéw zaczynamy od strumienia druglearn.str. W przyktadzie wszystkie wezty w strumieniu
sa wykonywane, a wyniki sa zapisywane na liScie. Nastgpnie skrypt w petli przechodzi przez wyniki, a modele bedace
wynikami wykonania sa zapisywane jako pliki modelu IBM SPSS Modeler (.gm), po czym modele sa eksportowane w
formacie PMML.

import modeler.api

stream = modeler.script.stream()

# Nalezy wpisaC Sciezke do folderu istniejgcego w systemie uzytkownika.
# Wymagany jest kohcowy separator katalogdw

modelFolder = "C:/temp/models/"

# Wykonaj strumien

models = []
stream.runAll(models)
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# Zapisz wszystkie utworzone modele

taskrunner = modeler.script.session().getTaskRunner()

for model in models:

# Je§1i w wyniku wykonania strumienia zostaty wygenerowane inne wyniki, zignoruj je
if not(isinstance(model, modeler.api.ModelOutput)):

continue

Tabel = model.getLabel()

algorithm = model.getModelDetail().getAlgorithmName()

# zapisz kazdy z modeli...

modelFile = modelFolder + label + algorithm + ".gm

taskrunner.saveModelToFile(model, modelFile)

# ...i wyeksportuj kazdy model w formacie PMML...
modelFile = modelFolder + Tabel + algorithm + ".xml"
taskrunner.exportModelToFile(model, modelFile, modeler.api.FileFormat.XML)

Klasa taskrunner oferuje wygodny mechanizm uruchamiania réznych typowych zadan. Ponizsza tabela zawiera
podsumowanie metod dostepnych w tej klasie.

Tabela 20. Metody klasy taskrunner do wykonywania typowych zadan

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

t.createStream(name, autoConnect, Strumien Tworzy i zwraca nowy strumien. Kod,

autoManage) ktory musi tworzy¢ strumienie prywatnie,
tak aby byly niewidoczne dla
uzytkownika, powinien ustawiac flage
autoManage na False.

t.exportDocumentToFile Nie dotyczy Eksportuje opis strumienia do pliku w

( okreslonym formacie.

documentOutput, filename,

fileFormat)

t.exportModelToFile(modelOutput, Nie dotyczy Eksportuje model do pliku w okreslonym

filename, fileFormat) formacie.

t.exportStreamToFile(stream, Nie dotyczy Eksportuje strumien do pliku w

filename, fileFormat) okreslonym formacie.

t.insertNodeFromFile(filename, Wezet Odczytuje i zwraca wezet z okreslonego

diagram) pliku, wstawiajac go do przekazanego
diagramu. Tej metody mozna uzywacé
zarowno do odczytywania weztow Node,
jak 1 SuperNode.

t.openDocumentFromFile(filename, DocumentOutput Odczytuje i zwraca dokument z

autoManage) okreslonego pliku.

t.openModelFromFile(filename, ModelOutput Odczytuje i zwraca model z okreslonego

autoManage) pliku.

t.openStreamFrompFile(filename, Strumien Odczytuje i zwraca strumien z

autoManage) okreslonego pliku.

t.saveDocumentToFile Nie dotyczy Zapisuje dokument w pliku w okreslone;j

( lokalizacji.

documentOutput, filename)

t.saveModelToFile(modelOutput, Nie dotyczy Zapisuje model w pliku w okreslonej

filename) lokalizacji.

t.saveStreamToFile(stream, filename) | Nie dotyczy Zapisuje strumien w pliku w okreslonej

lokalizacji.
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Obstuga btedow

W jezyku Python obstuge bleddw realizuje si¢ przy uzyciu bloku kodu try...except. Mozna go uzywac w skryptach do
przechwytywania wyjatkow i obstugi probleméw, ktére — gdyby nie zostaly obstuzone — spowodowatyby przerwanie
wykonania skryptu.

W ponizszym przyktadowym skrypcie podejmowana jest proba pobrania modelu z repozytorium IBM SPSS
Collaboration and Deployment Services Repository. Ta operacja moze spowodowaé wygenerowanie wyjatku, np. gdy
dane uwierzytelniajace repozytorium nie zostana prawidtowo skonfigurowane lub $ciezka repozytorium bedzie
nieprawidtowa. W skrypcie moze to spowodowa¢ wygenerowanie wyjatku ModelerException (wszystkie wyjatki
generowane przez IBM SPSS Modelersa pochodna klasy modeler.api.ModelerException).

import modeler.api

session = modeler.script.session()
try:
repo = session.getRepository()
m = repo.retrieveModel ("/some-non-existent-path", None, None, True)
# wydruki generowane sa na karcie Debugowanie w panelu skryptdow interfejsu
programu Modeler
print "Wszystko OK"
except modeler.api.ModelerException, e:
print "Wystapit btad:", e.getMessage()

Uwaga: Niektore operacje skryptowe moga powodowaé generowanie standardowych wyjatkéw srodowiska Java;
takie wyjatki nie sa pochodna klasy ModelerException. Aby wychwytywac takie wyjatki, mozna zastosowac
dodatkowy blok except przechwytujacy wszystkie wyjatki Java, na przyktad:

import modeler.api

session = modeler.script.session()
try:
repo = session.getRepository()
m = repo.retrieveModel("/some-non-existent-path", None, None, True)
# wydruki generowane sg na karcie Debugowanie w panelu skryptow interfejsu
programu Modeler
print "Wszystko OK"
except modeler.api.ModelerException, e:
print "Wystapit btad:", e.getMessage()
except java.lang.Exception, e:
print "Wystapit wyjatek Java:", e.getMessage()

Parametry strumienia, sesji i superwezia

Parametry sa uzytecznym mechanizmem przekazywania wartosci w czasie wykonywania i stanowia alternatywe dla
wpisywania wartosci na stale do skryptu. Parametry i ich wartos$ci definiuje si¢ tak samo dla strumieni i superweztow,
tj. jak wpisy w tabeli parametrow strumienia lub superwezta, badz jako parametry w wierszu komend. Klasy Stream i
SuperNode implementuja zestaw funkcji zdefiniowanych przez obiekt ParameterProvider. Funkcje te przedstawiono w
ponizszej tabeli. Sesja udostgpnia wywotanie getParameters(), ktore zwraca obiekt definiujacy te funkcje.

Tabela 21. Funkcje zdefiniowane przez obiekt ParameterProvider

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis
p.parameterlterator() Iterator Zwraca iterator nazw parametrow dla tego
obiektu.
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Tabela 21. Funkcje zdefiniowane przez obiekt ParameterProvider (kontynuacja)

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

p.getParameterDefinition ParameterDefinition Zwraca definicje parametru o okreslonej

( nazwie lub None, jesli w tym dostawcy
parameterName) nie istnieje podany parametr. Wynik moze

by¢ obrazem stanu definicji z chwili
wywolania metody i moze nie
odzwierciedla¢ pozniejszych modyfikacji
wprowadzonych w parametrze przez

dostawce.

p.getParameterLabel(parameterName) | string Zwraca etykietg parametru o okreslonej
nazwie lub None, je$li taki parametr nie
istnieje.

p.setParameterLabel(parameterName, | Nie dotyczy Ustawia etykietg parametru o podanej

label) nazwie.

p.getParameterStorage ParameterStorage Zwraca typ sktadowania parametru o
okreslonej nazwie lub None, jesli taki

parameterName) parametr nie istnieje.

p.setParameterStorage Nie dotyczy Ustawia typ sktadowania parametru o

( podanej nazwie.

parameterName, storage)

p.getParameterType(parameterName) | ParameterType Zwraca typ parametru o okreslonej nazwie
lub None, jesli taki parametr nie istnieje.

p.setParameterType(parameterName, | Nie dotyczy Ustawia typ parametru o podanej nazwie.

type)

p.getParameterValue(parameterName)| Obiekt Zwraca warto$¢ parametru o okreslonej
nazwie lub None, jesli taki parametr nie
istnieje.

p.setParameterValue(parameterName, | Nie dotyczy Ustawia warto$¢ parametru o podane;j

value) nazwie.

W ponizszym przyktadzie skrypt agreguje pewne dane telekomunikacyjne, by ustali¢, w ktérym regionie $redni
przychdd jest najnizszy. Nastepnie region ten jest przypisywany parametrowi strumienia. Nastgpnie ten parametr
strumienia jest uzywany w wezle selekcji do wykluczenia odpowiedniego regionu z danych, zanim na podstawie
pozostatych danych utworzony zostanie model odchodzenia klientow.

Przyktad jest sztucznie zawiktany, poniewaz to sam skrypt generuje wezet selekcji i mogtby wygenerowac poprawna
wartos$¢ bezposrednio w wyrazeniu tego wezta. Jednak strumienie sa zwykle tworzone wczesniej, zatem ten sposob
ustawiania parametrow jest w praktyce uzyteczny.

Pierwsza czgs¢ przyktadowego skryptu tworzy parametr strumienia, ktory bedzie zawierat region o najnizszym $rednim
przychodzie. Skrypt tworzy takze wezty w gatezi agregacji i gatezi budowania modelu i taczy je ze soba.
import modeler.api

stream = modeler.script.stream()

# Zainicjuj parametr strumienia
stream.setParameterStorage("LowestRegion", modeler.api.ParameterStorage.INTEGER)

# Najpierw utwdrz gataz agregacji do obliczania Sredniego przychodu na region
statisticsimportnode = stream.createAt("statisticsimport", "SPSS File", 114, 142)
statisticsimportnode.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/telco.sav")
statisticsimportnode.setPropertyValue("use_field _format for storage", True)

aggregatenode = modeler.script.stream().createAt("aggregate", "Aggregate", 294, 142)
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aggregatenode.setPropertyValue("keys", ["region"])
aggregatenode.setKeyedPropertyValue("aggregates", "income", ["Mean"])

tablenode = modeler.script.stream().createAt("table", "Table", 462, 142)

stream.link(statisticsimportnode, aggregatenode)
stream.link(aggregatenode, tablenode)

selectnode = stream.createAt("select", "Select", 210, 232)
selectnode.setPropertyValue("mode", "Discard")

# Odwotanie do parametru strumienia w ramach wyboru
selectnode.setPropertyValue("condition", "'region' = '$P-LowestRegion'")

typenode = stream.createAt("type", "Type", 366, 232)
typenode.setKeyedPropertyValue("direction", "churn", "Target")

c50node = stream.createAt("c50", "C5.0", 534, 232)

stream.link(statisticsimportnode, selectnode)
stream.link(selectnode, typenode)
stream.link(typenode, c50node)

Przyktadowy skrypt tworzy nastgpujacy strumien/

Bl - e

telco.say Angregate Tahble

-@>
Select Type churn

Rysunek 5. Strumien utworzony przez przykiadowy skrypt

Ponizsza cze$¢ przyktadowego skryptu wykonuje wezet Tabela na koncu gatezi agregacii.

# Najpierw wykonaj wezet Tabela
results = []
tablenode.run(results)

Ponizsza cze$¢ przyktadowego skryptu uzyskuje dostep do wynikowej tabeli wygenerowanej przez wezet Tabela.
Nastgpnie skrypt iteracyjnie przeszukuje wiersze tabeli, wybierajac region o najnizszym $rednim przychodzie.

# W wyniku wykonania wezta Tabela powinna zosta¢ wygenerowana jedna tabela
table = results[0]

# Wynikowa tabela zawiera obiekt RowSet, wiec mozemy uzyskiwac dostep do wartosci,
odwotujac sie do wierszy i kolumn

rowset = table.getRowSet()

min_income = 1000000.0

min_region = None

# Zgodnie z definicja wezta agregacji pierwsza kolumna zawiera
# region, a druga Sredni przychdd

row = 0

rowcount = rowset.getRowCount()

while row < rowcount:
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if rowset.getValueAt(row, 1) < min_income:
min_income = rowset.getValueAt(row, 1)
min_region = rowset.getValueAt(row, 0)
row += 1

Ponizsza cze$¢ przyktadowego skryptu przypisuje parametrowi strumienia "LowestRegion" znaleziony wcze$niej
region o najnizszym $rednim przychodzie. Nastgpnie skrypt uruchamia budowanie modelu, przy czym okreslony region
jest wykluczony z danych uczacych.

# Sprawdz, czy zostata przypisana wartosc
if min_region != None:
stream.setParameterValue("LowestRegion", min_region)
else:
stream.setParameterValue("LowestRegion", -1)

# Na koniec uruchom budowanie modelu z kryterium wyboru
c50node.run([])

Kompletny skrypt przyktadowy przedstawiono ponize;j.
import modeler.api

stream = modeler.script.stream()

# Utwdrz parametr strumienia
stream.setParameterStorage("LowestRegion", modeler.api.ParameterStorage.INTEGER)

# Najpierw utwdrz gataz agregacji do obliczania Sredniego przychodu na region
statisticsimportnode = stream.createAt("statisticsimport", "SPSS File", 114, 142)
statisticsimportnode.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/telco.sav")
statisticsimportnode.setPropertyValue("use field format for storage", True)

aggregatenode = modeler.script.stream().createAt("aggregate", "Aggregate", 294, 142)
aggregatenode.setPropertyValue("keys", ["region"])
aggregatenode.setKeyedPropertyValue("aggregates", "income", ["Mean"])

tablenode = modeler.script.stream().createAt("table", "Table", 462, 142)

stream.link(statisticsimportnode, aggregatenode)
stream.link(aggregatenode, tablenode)

selectnode = stream.createAt("select", "Select", 210, 232)
selectnode.setPropertyValue("mode", "Discard")

# Odwotanie do parametru strumienia w ramach wyboru
selectnode.setPropertyValue("condition", "'region' = '$P-LowestRegion'")

typenode = stream.createAt("type", "Type", 366, 232)
typenode.setKeyedPropertyValue("direction", "churn", "Target")

c50node = stream.createAt("c50", "C5.0", 534, 232)

stream.link(statisticsimportnode, selectnode)
stream.link(selectnode, typenode)
stream.link(typenode, c50node)

# Najpierw wykonaj wezet Tabela
results = []
tablenode.run(results)

# W wyniku wykonania wezta Tabela powinna zostac wygenerowana jedna tabela
table = results[0]

# Wynikowa tabela zawiera obiekt RowSet, wiec mozemy uzyskiwaé dostep do wartosci,
odwotujac sie do wierszy i kolumn

rowset = table.getRowSet()

min_income = 1000000.0
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min_region = None

# Zgodnie z definicjq wezta agregacji pierwsza kolumna zawiera
# region, a druga Sredni przychdd
row = 0
rowcount = rowset.getRowCount()
while row < rowcount:
if rowset.getValueAt(row, 1) < min_income:
min_income = rowset.getValueAt(row, 1)
min_region = rowset.getValueAt(row, 0)
row += 1

# SprawdZ, czy zostata przypisana wartosc
if min_region != None:
stream.setParameterValue("LowestRegion", min_region)
else:
stream.setParameterValue("LowestRegion", -1)

# Na koniec uruchom budowanie modelu z kryterium wyboru
c50node.run([])

Wartosci globalne

Wartosci globalne stuza do obliczania réznych statystyk podsumowujacych dla okreslonych zmiennych. Dostep do tych
wartosci podsumowujacych mozna uzyska¢ z dowolnego punktu strumienia. Dostep do wartosci globalnych w
strumieniu uzyskuje si¢, podobnie jak do parametréw strumienia, za posrednictwem nazwy. Jednak, w odréznieniu od
parametrow strumienia, ich wartosci sa aktualizowane automatycznie podczas wykonywania wezta Globalne, a nie sa
przypisywane przez skrypt lub z wiersza komend. Dostep do wartosci globalnych strumienia uzyskuje sig za pomoca
metody getGlobalValues().

Obiekt GlobalValues definiuje funkcje widoczne w ponizszej tabeli.

Tabela 22. Funkcje zdefiniowane przez obiekt GlobalValues

Metoda Typ zwracanego wyniku Opis

g.fieldNamelterator() Iterator Zwraca iterator z nazwami zmiennych
zawierajacych co najmniej jedna warto$¢
globalna.

g.getValue(type, fieldName) Obiekt Zwraca wartos¢ globalna na podstawie

okreslonego typu i nazwy zmiennej albo
None, jesli nie uda sig¢ znalez¢ wartoSci.
Zasadniczo oczekuje sig, ze zwrocona
warto$¢ bedzie liczba, jednak w
przysztosci moze pojawic si¢ mozliwosé
zwracania wartosci innego typu.

g.getValues(fieldName) Mapa Zwraca mape zawierajaca znane wpisy dla
okreslonej nazwy zmiennej albo None,
jesli brak jest wpisow dla zmienne;j.

GlobalValues.Type definiuje typ dostgpnych statystyk podsumowujacych. Dostgpne sa nastepujace statystyki
podsumowujace:

* MAX: maksymalna warto$¢ zmienne;.

* MEAN: érednia warto$¢ zmienne;.

* MIN: minimalna warto$¢ zmiennej.

» STDDEV: odchylenie standardowe zmiennej.

* SUM: suma warto$ci zmienne;.
Ponizszy skrypt przyktadowy odczytuje wartos¢ srednia zmiennej "income", ktdra jest obliczana przez wezet Globalne.
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import modeler.api

globals = modeler.script.stream().getGlobalValues()
mean_income = globals.getValue(modeler.api.GlobalValues.Type.MEAN, "income")

Praca z wieloma strumieniami: skrypty samodzielne

Do pracy z wieloma strumieniami nalezy uzy¢ skryptu samodzielnego. Skrypt samodzielny mozna edytowac i
uruchamia¢ w interfejsie uzytkownika programu IBM SPSS Modeler lub przekaza¢ jako parametr wywolania
programu w trybie wsadowym, w wierszu komend.

Nastgpujacy skrypt samodzielny otwiera dwa strumienie. Jeden z tych strumieni tworzy model, a drugi strumien
wykresla rozktad wartosci przewidywanych.

# Nalezy zmieni¢ na lokalizacje wtaSciwag dla konkretnego systemu
demosDir = "C:/Program Files/IBM/SPSS/Modeler/18.2/DEMOS/streams/"

session = modeler.script.session()
tasks = session.getTaskRunner()

# Otwdrz strumied tworzacy model, odszukaj wezet C5.0 i uruchom go
buildstream = tasks.openStreamFromFile(demosDir + "druglearn.str", True)
c50node = buildstream.findByType("c50", None)

results = []

c50node.run(results)

# Teraz otwdrz strumieh wykresu, znajdz wyliczenie Na_to K i histogram
plotstream = tasks.openStreamFromFile(demosDir + "drugplot.str", True)
derivenode = plotstream.findByType("derive", None)

histogramnode = plotstream.findByType("histogram", None)

# Utworz wezet modelu do zastosowania, wstaw go miedzy wezet wyliczany a wezet histogramu,
# nastepnie uruchom histogram

applyc50 = plotstream.createModelApplier(results[0], results[0].getName())
applyc50.setPositionBetween(derivenode, histogramnode)

plotstream.linkBetween(applyc50, derivenode, histogramnode)
histogramnode.setPropertyValue("color_field", "$C-Drug")

histogramnode.run([])

# Na koniec wyczySC strumienie
buildstream.close()
plotstream.close()

W ponizszym przyktadzie przedstawiono, w jaki sposdb mozna réwniez przeprowadzi¢ iterowania otwartych strumieni
(wszystkie strumienie sa otwierane na karcie Strumienie). Nalezy zwrdci¢ uwage, ze ta opcja jest obstugiwana tylko w

skryptach autonomicznych.

dla strumienia w modeler.script.streams ():
print stream.getName()

Rozdziat 4. Skryptowy interfejs API
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Rozdziat 5. Wskazéwki dotyczace skryptow

Niniejsza sekcja zawiera ogdlne wskazowki i omowienie technik zwiazanych z korzystaniem ze skryptow, dotyczace
m.in. wptywania na wykonywanie strumienia, uzycia zakodowanego hasta w skrypcie i uzyskiwania dostgpu do
obiektow w repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository.

Wptywanie na wykonywanie strumienia

Wezty koncowe strumienia sa wykonywane w kolejnosci zoptymalizowanej dla sytuacji domyslnej. W pewnych
okolicznosciach preferowana moze by¢ inna kolejnos¢ wykonywania. Aby zmieni¢ kolejnos¢ wykonywania
strumienia, nalezy wykona¢ nastgpujace kroki na karcie Wykonywanie w oknie dialogowym wtasciwos$ci strumienia:

1. Rozpocznij od pustego skryptu.
2. Kliknij przycisk Dolacz domySlny skrypt na pasku narzgdzi, aby doda¢ domyslny skrypt strumienia.
3. Zmien kolejnos¢ instrukcji w domyslnym skrypcie strumienia na taki, w jakim maja by¢ wykonywane.

Przechodzenie przez wezty w petli

Petla for umozliwia przejscie przez wszystkie wezty w strumieniu. Na przyktad ponizsze dwa skrypty przechodza przez
wszystkie wezty 1 zmieniaja w weztach filtrowania nazwy zmiennych na zapisane wielkimi literami.

Tych skryptéw mozna uzywaé w kazdym strumieniu zawierajacym wezet filtrowania, nawet jesli zadne zmienne nie sa
faktycznie filtrowane. Wystarczy doda¢ wezet filtrowania, ktory bedzie przechodzit przez wszystkie zmienne, aby
zmieni¢ wszystkie nazwy zmiennych na zapisane wielkimi literami.

# Sposob 1: uzycie funkcji namelterator() modelu danych
stream = modeler.script.stream()
for node in stream.iterator():
if (node.getTypeName() == "filter"):
# namelterator() zwraca nazwy zmiennych
for field in node.getInputDataModel().namelterator():
newname = field.upper()
node.setKeyedPropertyValue("new_name", field, newname)

# Sposob 2: uzycie funkcji iterator() modelu danych
stream = modeler.script.stream()
for node in stream.iterator():
if (node.getTypeName() == "filter"):
# iterator() zwraca zmienne jako obiekty, zatem
# musimy wywotac getColumnName(), by odczytac nazwe
for field in node.getInputDataModel().iterator():
newname = field.getColumnName().upper()
node.setKeyedPropertyValue("new_name", field.getColumnName(), newname)

Skrypt przechodzi w petli przez wszystkie wezly w biezacym strumieniu i przy kazdym wezle sprawdza, czy jest to
wezet filtrowania. Jesli tak, skrypt w petli przechodzi przez wszystkie zmienne wezta i za pomoca funkc;ji field.upper()
lub field.getColumnName().upper() zmienia litery w nazwie na wielkie.

Uzyskiwanie dostepu do obiektow w repozytorium IBM SPSS
Collaboration and Deployment Services Repository

Jesli masz licencje na IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository, mozesz zapisywac i pobierac¢
obiekty w repozytorium za pomoca komend skryptowych. Repozytorium stuzy do zarzadzania cyklem zycia modeli
eksploracji danych i powiazanych z nimi obiektow predykcyjnych w kontekscie aplikacji, narzedzi i rozwiazan
korporacyjnych.
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Nawigzywanie potaczenia z repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment
Services Repository

Aby uzyskac¢ dostep do repozytorium, nalezy najpierw skonfigurowac poprawne potaczenie z repozytorium. Czynnosé
t¢ wykonuje si¢ za posrednictwem menu Narzedzia w interfejsu uzytkownika programu SPSS Modeler, albo z wiersza
komend. Aby uzyskaé wiecej informacji, patrz[“Argumenty polaczenia z repozytorium IBM SPSS Collaboration and|
Deployment Services Repository” na stronie 65|

Uzyskiwanie dostepu do repozytorium

Dostep do repozytorium mozna uzyskac za posrednictwem obiektu sesji, na przyktad:

repo = modeler.script.session().getRepository()
Pobieranie obiektdw z repozytorium

W skrypcie mozna uzywac funkcji retrieve*, by uzyskiwac dostep do réznych obiektow, w tym strumieni, modeli,
wynikow 1 weztow. W ponizszej tabeli przedstawiono zestawienie funkcji stuzacych do pobierania obiektow.

Tabela 23. Funkcje skryptowe do pobierania obiektow

Typ obiektu Funkcja repozytorium

Strumien repo.retrieveStream(String path, String version, String label, Boolean autoManage)

Model repo.retrieveModel(String path, String version, String label, Boolean autoManage)

Output repo.retrieveDocument(String path, String version, String label, Boolean autoManage)
Wezel repo.retrieveProcessor(String path, String version, String label, ProcessorDiagram diagram)

Mozna na przyktad pobra¢ strumien z repozytorium, korzystajac z nastgpujacej funkc;ji:
stream = repo.retrieveStream("/projects/retention/risk_score.str", None, "production", True)

Ten przyktad pobiera strumien risk_score.str z okreslonego folderu. Etykieta production wskazuje wersj¢ strumienia,
ktéra ma by¢ pobrana, a ostatni parametr okresla, ze SPSS Modeler ma zarzadza¢ strumieniem (powoduje to na
przyklad, ze strumien bgdzie widoczny na karcie Strumienie, o ile widoczny jest interfejs uzytkownika programu
SPSS Modeler). Alternatywa jest uzycie konkretnej wersji bez etykiety:

stream = repo.retrieveStream("/projects/retention/risk_score.str", "0:2015-10-12 14:15:41.281", None, True)
Uwaga: Jesli i parametr version, i label beda rowne None, to zwrdcona zostanie ostatnia wersja.
Zapisywanie obiektow w repozytorium

Do zapisywania obiektow w repozytorium mozna w skryptach uzywac funkcji store*. W ponizszej tabeli
przedstawiono zestawienie funkcji stuzacych do zapisywania obiektow.

Tabela 24. Funkcje skryptowe do zapisywania obiektow

Typ obiektu Funkcja repozytorium

Strumien repo.storeStream(ProcessorStream stream, String path, String label)

Model repo.storeModel(ModelOutput modelOutput, String path, String label)

Output repo.storeDocument(DocumentOutput documentOutput, String path, String label)
Wezet repo.storeProcessor(Processor node, String path, String label)

Na przyktad za pomoca ponizszego wywotania mozna zapisa¢ nowa wersj¢ strumienia risk_score.str:
versionld = repo.storeStream(stream, "/projects/retention/risk _score.str", "test")
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Ten przyktad zapisuje nowa wersje strumienia, kojarzy z nia etykiete "test" i zwraca znacznik nowo utworzonej wersji.
Uwaga: Jesli nie chcesz kojarzy¢ etykiety z nowa wersja, przekaz None jako etykiete.
Zarzadzanie folderami w repozytorium

Korzystajac z folderow w repozytorium, mozna organizowac¢ obiekty w logiczne grupy i lepiej uwidocznié relacje
migdzy obiektami. Do tworzenia folderow stuzy funkcja createFolder(), co ilustruje ponizszy przyktad:
newpath = repo.createFolder("/projects", "cross-sell")

Ten przyktad tworzy nowy folder o nazwie "cross-sell” w folderze "/projects”. Funkcja zwraca petna $ciezke do
nowego folderu.

Do zmieniania nazwy folderu stuzy funkcja renameFolder():

repo.renameFolder("/projects/cross-sell", "cross-sell-Q1")
Pierwszy parametr jest pelna sciezka do folderu, ktérego nazwa ma by¢ zmieniona, a drugi jest nowa nazwa folderu.

Do usuwania pustego folderu stuzy funkcja deleteFolder():
repo.deleteFolder("/projects/cross-sell")

Blokowanie i odblokowywanie obiektow

Za pomoca skryptu mozna zablokowa¢ obiekt, aby uniemozIliwi¢ innym uzytkownikom aktualizowanie jego
istniejacych wersji lub tworzenie nowych. Istnieje réwniez mozliwos¢ odblokowania obiektu, ktory zostat
zablokowany.

Sktadnia do blokowania i odblokowywania obiektu:

repo.TlockFile(REPOSITORY_PATH)
repo.lockFile(URI)

repo.unlockFile(REPOSITORY_PATH)
repo.unlockFile(URI)

Podobnie jak w przypadku zapisywania i pobierania obiektow, REPOSITORY_PATH wskazuje lokalizacje obiektu w
repozytorium. Sciezka musi by¢ ujeta w cudzystow i zawiera¢ ukosniki jako separatory. Nie jest rozrozniana wielko$¢
liter.

repo.lockFile("/myfolder/Streaml.str")
repo.unlockFile("/myfolder/Streaml.str")

Aby wskaza¢ lokalizacje obiektu, mozna takze uzy¢ identyfikatora URI (Uniform Resource Identifier) zamiast Sciezki
repozytorium. Identyfikator URI musi zawiera¢ przedrostek spsscr: i by¢ catkowicie ujety w cudzystow. Dozwolone
sa tylko ukosniki jako separatory $ciezki; spacje musza by¢ zakodowane. Oznacza to, ze nalezy uzy¢ komendy %20
zamiast spacji w $ciezce. Identyfikator URI nie rozréznia wielkosci liter. Kilka przyktadow:

repo.lockFile("spsscr:///myfolder/Streaml.str")
repo.unlockFile("spsscr:///myfolder/Streaml.str")

Nalezy pamigtac, ze blokowanie obiektow ma zastosowanie do wszystkich wersji obiektu — nie mozna blokowac lub
odblokowywa¢ poszczegdlnych wersji.
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Generowanie hasta kodowanego

W niektorych przypadkach (np. przy dostgpie do zrédta danych chronionego hastem) konieczne jest umieszczenie hasta
w tresci skryptu. Haset kodowanych mozna uzywac:

* we wlasciwos$ciach wezlow zroédlowych i wynikowych baz danych;
* w argumentach wiersza komend podczas logowania si¢ do serwera;

* we wlasciwosciach potaczenia z baza danych zapisanych w pliku .par (plik parametrow generowany z karty
publikowania wezta eksportu).

W interfejsie uzytkownika dostepne jest narzedzie do generowania kodowanych haset zgodnie z algorytmem Blowfish
(wigcej informacji na stronie fhttp://www.schneier.com/blowfish.htmll). Po zakodowaniu hasto mozna kopiowaé do
plikow ze skryptami i argumentéw wiersza komend. Hasto kodowane jest zapisane we wlasciwosci epassword
weztow databasenode i databaseexportnode.

1. Aby wygenerowac hasto kodowane, z menu Narzgdzia wybierz:

Kodowanie hasla...

Wpisz hasto w polu tekstowym Hasto.

Kliknij przycisk Koduj, aby wygenerowac¢ losowy kod na podstawie wprowadzonego hasta.
Kliknij przycisk Kopiuj, aby skopiowa¢ zakodowane hasto do schowka.

Wklej hasto do skryptu lub jako parametr.

A A

Sprawdzanie skryptéw

Mozna szybko sprawdzi¢ sktadnig¢ kazdego rodzaju skryptu, klikajac czerwony przycisk kontroli na pasku narzedzi
okna dialogowego Skrypt samodzielny.

Rysunek 6. Ikony na pasku narzedzi skryptu strumienia

W wyniku sprawdzenia skryptu zgtaszane sa wszelkie btedy w kodzie oraz przedstawiane rekomendacje poprawek.
Aby wyswietli¢ wiersz z blgdami, kliknij informacj¢ o btedzie w dolnej czgsci okna dialogowego. Spowoduje to
wyrdznienie btgdu na czerwono.

Wywotywanie skryptéw z wiersza komend

Skrypty umozliwiaja realizowanie operacji, ktore zwykle wykonuje si¢ w interfejsie uzytkownika. Wystarczy wskazac¢ i
uruchomi¢ samodzielny strumien w wywotaniu programu IBM SPSS Modeler z wiersza komend. Na przyktad:

client -script scores.txt -execute

Flaga -script powoduje zaladowanie okreslonego skryptu, a flaga -execute powoduje wykonanie wszystkich komend z
pliku skryptu.

Zgodnos$é z weczesniejszymi wersjami

Skrypty utworzone we wczesniejszych wersjach programu IBM SPSS Modeler powinny zasadniczo dziata¢ bez zmian
w biezacej wersji. Jednak obecnie modele uzytkowe moga by¢ wstawiane do strumienia automatycznie (jest to
ustawienie domyslne) i moga albo zastgpowac, albo uzupetnia¢ model uzytkowy tego typu istniejacy juz w strumieniu.
To, czy faktycznie sig tak stanie, zalezy od ustawienia opcji Dodaj model do strumienia i Zastap poprzedni model
(Narzedzia> Opcje > Opcje uzytkownika > Powiadomienia). Moze, na przyktad, zajs¢ koniecznos¢
zmodyfikowania skryptu z wezesniejszej wersji, w ktorym zastgpowanie modelu uzytkowego odbywa sig poprzez
usunigcie istniejacego modelu i wstawienie nowego.
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Skrypty utworzone w biezacej wersji moga nie dziata¢ we wczesniejszych wersjach.

Jesli skrypt utworzony we wezesniejszej wersji uzywa komendy, ktora od tamtego czasu zostata zastapiona (lub jest juz
nicaktualna), to stara posta¢ bedzie nadal obshugiwana, ale pojawi si¢ Komunikat o btedzie. Na przyktad stare stowo
kluczowe generated zastapiono stowem model, a komendg clear generated zastapiono komenda clear generated
palette. Skrypty korzystajace ze starszej postaci nadal beda dziata¢, ale wyswietlane bedzie ostrzezenie.

Uzyskiwanie dostepu do wynikéw wykonania strumienia

Wiele weztow programu IBM SPSS Modeler generuje obiekty wynikowe, takie jak modele, wykresy i dane
tabelaryczne. Wiele z tych obiektéw wynikowych zawiera uzyteczne wartosci, ktére mozna wykorzysta¢ w skryptach
do sterowania dalszym przebiegiem wykonania kodu. Wartosci pogrupowane sa w kontenery zawartosci (nazywane po
prostu kontenerami), do ktdrych mozna uzyskiwaé dostep za posrednictwem znacznikoéw lub identyfikatorow
kontenerow. Sposob dostepu do wartosci zalezy od formatu lub ,,modelu zawartosci” danego kontenera.

Na przyktad wiele modeli predykcyjnych generuje wyniki w formacie PMML (wariancie XML), przedstawiajac w ten
sposob informacje o modelu, np. ktérych zmiennych uzywa drzewo decyzyjne w poszczegdlnych podziatach, lub jak
polaczone sa neurony w sieci neuronowej i jakie sa sity tych potaczen. Dostep do informacji zapisanych w formacie
PMML mozna uzyskiwa¢ za posrednictwem modelu zawartosci XML. Na przyktad:

stream = modeler.script.stream()

# Zaktadamy, ze strumieh zawiera jeden wezet tworzacy model C5,
# i ze juz skonfigurowano Zrodto danych, predyktory i zmienne
# przewidywane

modelbuilder = stream.findByType("c50", None)

results = []

modelbuilder.run(results)

modeloutput = results[0]

# Mamy teraz obiekt wynikowy modelu C5.0. Uzyskujemy
# dostep do odpowiedniego modelu zawartoSci
cm = modeloutput.getContentModel ("PMML")

# Model zawartoSci PMML to ogdlny model oparty na XML, w ktdorym

# stosowana jest sktadnia XPath. Uzyjemy go do odczytania nazw zmiennych z danymi.
# Wywotanie zwraca Tiste *ancuchdéw zgodnych z wartoSciami XPath

dataFieldNames = cm.getStringValues("/PMML/DataDictionary/DataField", "name"

IBM SPSS Modeler obstuguje w skryptach nastgpujace modele zawartosci:

* Model zawartoSci tabeli zapewnia dostgp do prostych tabelarycznych danych reprezentowanych jako wiersze i
kolumny.

* Model zawarto$ci XML zapewnia dostep do zawartosci zapisanej w formacie XML.
* Model zawartosci JSON zapewnia dostgp do zawartosci zapisanej w formacie JSON.
* Model zawartosci statystyk kolumn zapewnia dostgp do statystyk podsumowujacych okreslona zmienna.

* Model zawartoSci statystyk kolumn wyznaczonych parami zapewnia dostep do statystyk podsumowujacych
wyznaczonych miedzy dwiema zmiennymi lub wartosci miedzy dwiema odrebnymi zmiennymi.

Nalezy pamigtac, ze ponizsze wezly nie zawieraja tych modeli zawartosci:
* Szereg czasowy

* Dyskryminacyjne

* SLRM

« TCM

* Wszystkie wezly Python

* Wszystkie wezty Spark

* Wszystkie wezty modelowania w bazie danych
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* Model Extension
e STP

Model zawartosci tabeli

Model zawartosci tabeli jest prostym modelem dostgpu do danych w formie wierszy 1 kolumn. Wszystkie wartosci w

jednej kolumnie musza mie¢ ten sam typ sktadowania (np. by¢ fancuchami lub liczbami catkowitymi).

API

Tabela 25. API

Wynik Metoda Opis

int getRowCount() Zwraca liczbg wierszy w tej tabeli.

int getColumnCount() Zwraca liczbe kolumn w tej tabeli.

String getColumnName(int columnindex) Zwraca nazwg kolumny o okreslonym
indeksie. Indeksy kolumn liczone sa od 0.

StorageType getStorageType(int columnindex) Zwraca typ sktadowania kolumny o
okreslonym indeksie. Indeksy kolumn
liczone sa od 0.

Object getValueAt(int rowlndex, int Zwraca warto$¢ z przeciecia wiersza i

columnindex) kolumny o podanych indeksach. Indeksy

wierszy 1 kolumn sa liczone od 0.

void reset() Opréznia wewnetrzng pamie¢ zwiazana z
tym modelem zawartosci.

Wezly i wyniki

Ta tabela zawiera liste weztow generujacych wyniki, ktdre zawieraja ten typ zawartosci.

Tabela 26. Wezly i wyniki

Nazwa wezla

Nazwa wyniku

Identyfikator kontenera

table

table

"table”

Przyktadowy skrypt

stream = modeler.script.stream()

from modeler.api import StorageType

# Skonfiguruj wezet importu pliku zmiennych
varfilenode = stream.createAt("variablefile", "DRUG Data", 96, 96)
varfilenode.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/DRUG1n")

# Nastepnie utworz wezet agregacji i potacz go z weztem plikdéw zmiennych
aggregatenode = stream.createAt("aggregate", "Aggregate", 192, 96)
stream.link(varfilenode, aggregatenode)

# Skonfiguruj wezet agregacji

aggregatenode.setPropertyValue("keys", ["Drug"])
aggregatenode.setKeyedPropertyValue("aggregates", "Age", ["Min", "Max"])
aggregatenode.setKeyedPropertyValue("aggregates", "Na", ["Mean", "SDev"])

# Nastepnie utwdrz wezet wynikowy Tabela i potacz go z weztem agregacji
tablenode = stream.createAt("table", "Table", 288, 96)
stream.link(aggregatenode, tablenode)
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# Wykona wezet Tabela i przechwyE wynikowg tabele
results = []

tablenode.run(results)

tableoutput = results[0]

# Uzyskaj dostep do modelu zawartoSci wynikowej tabeli
tablecontent = tableoutput.getContentModel("table")

# Dla kazdej kolumny wydrukuj jej nazwe, typ i pierwszy wiersz
# wartosci
col =0
while col < tablecontent.getColumnCount():
print tablecontent.getColumnName(col), \
tablecontent.getStorageType(col), \
tablecontent.getValueAt (0, col)
col = col +1

Wynik na karcie Debugowanie bedzie wygladat podobnie do przedstawionego ponizej:
Age Min Integer 15

Age Max Integer 74

Na_Mean Real 0.730851098901

Na_SDev Real 0.116669731242

Drug String drugY

Record Count Integer 91

Model zawartosci XML

Model zawartosci XML zapewnia dostgp do zawartosci w formacie XML.

Model zawartosci XML umozliwia uzyskiwanie dost¢pu do komponentdw na podstawie wyrazen XPath. Wyrazenia
XPath sa tancuchami, ktére okreslaja elementy lub atrybuty zadane przez strong wywolujaca. Model zawartosci XML
ukrywa szczegdty konstrukcji roznych obiektow i kompilowania wyrazen, ktére zwykle sa wymagane do realizacji
obstugi formatu XPath. Dzigki temu wywotania ze skryptéw Python moga by¢ prostsze.

Model zawartosci XML zawiera funkcjg¢ zwracajaca dokument XML jako tancuch. Dzigki temu uzytkownicy jezyka
skryptowego Python moga analizowa¢ dane XML przy uzyciu wybranej przez siebie biblioteki Python.

API
Tabela 27. API
Wynik Metoda Opis
String getXMLAsString() Zwraca dane XML jako tancuch.
number getNumericValue(String xpath) Zwraca liczbowy wynik analizy $ciezki
(np. liczbg elementow pasujacych do
wyrazenia $ciezki).
boolean getBooleanValue(String xpath) Zwraca boolowski wynik analizy
okreslonego wyrazenia $ciezki.
String getStringValue(String xpath, String Zwraca warto$¢ atrybutu lub wartosé
attribute) wezta XML pasujacego do przekazanej
$ciezki.
Lista obiektow string getStringValues(String xpath, String Zwraca listg wszystkich warto$ci
attribute) atrybutéw lub wartos$ci weztéw XML
pasujacych do przekazanej Sciezki.
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Tabela 27. API (kontynuacja)

Wynik

Metoda

Opis

Lista list obiektéw string

getValuesList(String xpath, <Lista
obiektow string> attributes, boolean
includeValue)

Zwraca liste wszystkich wartosci
atrybutow pasujacych do przekazanej
$ciezki oraz, w razie potrzeby, wartosci
weztow XML.

Tabela mieszajgca (key:string,
value:list of string)

getValuesMap(String xpath, String
keyAttribute, <Lista obiektow string>
attributes, boolean includeValue)

Zwraca tabelg mieszajaca, ktorej kluczem
jest atrybut klucza lub wartos¢ XML,
zawierajaca listg¢ wartosci okreslonych
atrybutow.

boolean

isNamespaceAware()

Zwraca informacjg o tym, czy analizatory
XML powinny uwzgledniaé przestrzenie
nazw. Domyslng wartoscia jest False.

void

setNamespaceAware(boolean value)

Okresla, czy analizatory XML powinny
uwzglednia¢ przestrzenie nazw. Powoduje
takze wywotanie funkcji reset(), aby
zmiany zostaly uwzglednione w kolejnych
wywotaniach.

void

reset()

Oproéznia wewngtrzng pamig¢ zwiazana z
tym modelem zawartosci (na przyktad
zbuforowany obiekt DOM).

Wezly i wyniki

Ta tabela zawiera listg¢ weztow generujacych wyniki, ktére zawieraja ten typ zawartosci.

Tabela 28. Wezly i wyniki

Nazwa wezla

Nazwa wyniku

Identyfikator kontenera

Wigkszo$¢ weztdéw budujgcych Wigkszos$¢ wygenerowanych modeli | "PMML"
modele

"autodataprep” n/a "PMML"
Przyktadowy skrypt

Kod w jezyku Python uzyskujacy dostep do tresci moze mie¢ postac:

results = []
modelbuilder.run(results)
modeloutput = results[0]

cm = modeloutput.getContentModel ("PMML")

dataFieldNames

cm.getStringValues("/PMML/DataDictionary/DataField", "name"

predictedNames = cm.getStringValues("//MiningSchema/MiningField[@usageType="'predicted']", "name")

Model zawartosci JSON

Model zawartosci JSON stuzy do obstugi danych w formacie JSON. Udostgpnia prosty interfejs API umozliwiajacy
skryptom wywotujacym wyodrebnianie wartosci przy zatozeniu, ze wiedza, do ktdrych wartosci chca uzyskac dostep.

API

Tabela 29. API

Wynik Metoda Opis

String getJSONAsString() Zwraca zawarto$¢ JSON jako tancuch.

56 1BM SPSS Modeler 18.2— podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji



Tabela 29. API (kontynuacja)

Wynik

Metoda

Opis

Object

getObjectAt(<Lista obiektéw> path,
JSONAtrtifact artifact) throws
Exception

Zwraca obiekt wskazany przez okreslona
sciezke. Podany artefakt poczatku $sciezki
moze by¢ rowny null; wowczas uzyty
bedzie poziom poczatkowy zawartosci.
Zwrdcona wartos¢ moze by¢ literatem
tancuchowym, liczba catkowita, liczba
rzeczywista, wartoscia boolowska lub
artefaktem JSON (obiektem JSON albo
tablica JSON).

Tabela mieszajaca (key:object,
value:object>

getChildValuesAt(<Lista obiektow>
path, JSONAtrtifact artifact) throws
Exception

Zwraca wartosci podrzedne okreslonej
$ciezki, jesli Sciezka prowadzi do obiektu
JSON, albo null w przeciwnym wypadku.
Klucze w tabeli sa tancuchami, a
powiazana warto§¢ moze by¢ literatem
tancuchowym, liczba catkowita, liczba
rzeczywista, wartoscia boolowska lub
artefaktem JSON (obiektem JSON albo
tablica JSON).

Lista obiektow

getChildrenAt(<Lista obiektow> path
path, JSONArtifact artifact) throws
Exception

Zwraca listg obiektow z okreslonej
$ciezki, jesli $ciezka prowadzi do tablicy
JSON, albo null w przeciwnym wypadku.
Zwrdcone wartosci moga by¢ literatami
tancuchowymi, liczbami catkowitymi,
liczbami rzeczywistymi, wartosciami
boolowskimi lub artefaktami JSON
(obiektami JSON albo tablicami JSON).

void reset() Oproznia wewnetrzna pamieé zwiazana z
tym modelem zawartosci (na przyktad
zbuforowany obiekt DOM).

Przyktadowy skrypt

Jesli istnieje wezet budujacy wyniki, ktory tworzy wyniki w formacie JSON, to mozna uzy¢ nastepujacego kodu, aby
uzyskac¢ dostep do informacji o zestawie obiektow book:

results = []

outputbuilder.run(results)

output = results[0]

cm = output.getContentModel ("jsonContent")

bookTitle = cm.getObjectAt(["books", "ISIN123456", "title"], None)

# Inny sposdb: pobierz obiekt book i uzyj go jako punktu
# poczatkowego dla nastepnych wpisow

book = cm.getObjectAt(["books", "ISIN123456"], None)
bookTitle = cm.getObjectAt(["title"], book)

# Pobierz wszystkie wartoSci podrzedne dla konkretnego obiektu book
bookInfo = cm.getChildValuesAt(["books", "ISIN123456"], None)

# Pobierz trzeci wpis. Zaktada najwyzsza wartoS¢ "books"
# zawiera tablice JSON, ktdrag mozna indeksowac
bookInfo = cm.getObjectAt(["books", 2], None)

# Pobierz liste wszystkich wpisdw podrzednych
al1Books = cm.getChildrenAt(["books"], None)
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Model zwartosci statystyki kolumn i model zwartosci statystyki kolumn
wyznaczonych parami

Model zwartosci statystyki kolumn zapewnia dostgp do statystyk, ktdre moga by¢ obliczane dla kazdej zmiennej
(statystyk jednej zmiennej). Model zwartosci statystyki kolumn wyznaczonych parami zapewnia dostep do statystyk,
ktére moga by¢ obliczane miedzy parami zmiennych lub warto$ci zmienne;j.

Mozliwe miary statystyk to:
+ Count

* UnigueCount

» ValidCount

* Mean

e Sum

* Min

* Max

* Range

» Variance

» StandardDeviation

» StandardErrorOfMean
* Skewness

» SkewnessStandardError
» Kurtosis

» KurtosisStandardError
* Median

* Mode

* Pearson

» Covariance

* TTest

* FTest

Niektdre wartosci sa odpowiednie tylko w przypadku statystyk jednokolumnowych, a inne tylko w przypadku statystyk
wyznaczonych parami.

Wezty, ktore generuja takie wyniki, to:

* Wezel Statistics: generuje statystyki kolumnowe i moze generowac statystyki parami, gdy okreslone sa zmienne
korelacji

* Wezel Audyt danych generuje statystyki kolumnowe i moze generowac statystyki parami, gdy okreslona jest
zmienna naktadkowa.

* Wezel Srednie generuje statystyki parami przy poréwnywaniu par zmiennych lub poréwnywaniu warto$ci zmiennej
z innymi podsumowaniami zmiennych.

To, ktére modele zawartosci i statystyki sa dostgpne, zalezy od mozliwosci konkretnego wezla 1 ustawien wewnatrz
wezla.
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Interfejs APl modelu zawartosci statystyki kolumn

Tabela 30. Interfejs APl modelu zawartosci statystyki kolumn.

Wynik Metoda Opis

List<StatisticType> getAvailableStatistics() Zwraca wszystkie statystyki dostepne w
tym modelu. Nie zawsze wszystkie
zmienne maja warto$ci wszystkich
statystyk.

List<String> getAvailableColumns() Zwraca nazwy kolumn, dla ktorych
obliczono statystyki.

Number getStatistic(String column, Zwraca wartosci statystyk powiazane z

StatisticType statistic) kolumna.

void reset() Oproznia wewnetrzna pamieé zwiazana z

tym modelem zawartosci.

Interfejs APl modelu zawartosci statystyk kolumn wyznaczonych parami

Tabela 31. Interfejs APl modelu zawartosci statystyk kolumn wyznaczonych parami.

Wynik Metoda Opis

List<StatisticType> getAvailableStatistics() Zwraca wszystkie statystyki dostgpne w
tym modelu. Nie zawsze wszystkie
zmienne maja wartosci wszystkich
statystyk.

List<String> getAvailablePrimaryColumns() Zwraca nazwy gtdwnych kolumn, dla

ktorych obliczono statystyki.

List<Object> getAvailablePrimaryValues() Zwraca wartosci gtownej kolumny, dla

ktorej obliczono statystyki.

List<String> getAvailableSecondaryColumns() Zwraca nazwy dodatkowych kolumn, dla

ktérych obliczono statystyki.

Number getStatistic(String primaryColumn, Zwraca wartosci statystyk powiazane z
String secondaryColumn, kolumnami.

StatisticType statistic)

Number getStatistic(String primaryColumn, Zwraca wartosci statystyk powiazane z
Object primaryValue, String warto$cia gtownej kolumny i kolumna
secondaryColumn, StatisticType dodatkowa.
statistic)

void reset() Oproznia wewnetrzna pamieé zwiazana z

tym modelem zawartosci.
Wezly i wyniki

Ta tabela zawiera liste weztow generujacych wyniki, ktdre zawieraja ten typ zawartosci.

Tabela 32. Wezly i wyniki.

Nazwa wezla Nazwa wyniku Identyfikator kontenera Uwagi
"means” "means” "columnStatistics"

(wezet Srednie)

"means" "means" "pairwiseStatistics"

(wezet Srednie)

"dataaudit” "means" "columnStatistics"

(wezet Audyt danych)
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Tabela 32. Wezty i wyniki (kontynuacja).

Nazwa wezla Nazwa wyniku Identyfikator kontenera Uwagi

"statistics” "statistics” "columnStatistics" Generowany tylko wtedy, gdy
(wezet Statistics) badane sa okreslone zmienne.
"statistics” "statistics” "pairwiseStatistics" Generowany tylko wtedy, gdy
(wezet Statistics) zmienne sg skorelowane.
Przyktadowy skrypt

from modeler.api import StatisticType
stream = modeler.script.stream()

# Skonfiguruj dane wejSciowe
varfile = stream.createAt("variablefile", "File", 96, 96)
varfile.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO/DEMOS/DRUGINn")

# Teraz utwdrz wezet Statistics. Moze on generowal statystyki

# kolumnowe i statystyki parami

statisticsnode = stream.createAt("statistics", "Stats", 192, 96)
statisticsnode.setPropertyValue("examine", ["Age", "Na", "K"])
statisticsnode.setPropertyValue("correlate", ["Age", "Na", "K"])
stream.link(varfile, statisticsnode)

results = []

statisticsnode.run(results)

statsoutput = results[0]

statscm = statsoutput.getContentModel ("columnStatistics")

if (statscm != None):

cols = statscm.getAvailableColumns()

stats = statscm.getAvailableStatistics()

print "Column stats:", cols[0], str(stats[0]), " = ", statscm.getStatistic(cols[0], stats[0])

statscm = statsoutput.getContentModel ("pairwiseStatistics")

if (statscm != None):

pcols = statscm.getAvailablePrimaryColumns()

scols = statscm.getAvailableSecondaryColumns()

stats = statscm.getAvailableStatistics()

corr = statscm.getStatistic(pcols[0], scols[0], StatisticType.Pearson)
print "Pairwise stats:", pcols[0], scols[0], " Pearson = ", corr
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Rozdziat 6. Argumenty w wierszu komend

Wywolywanie oprogramowania

Mozna uzy¢ wiersza komend systemu operacyjnego w celu uruchomienia programu IBM SPSS Modeler w nastepujacy

sposob:

1. Na komputerze, na ktérym zainstalowano program IBM SPSS Modeler, otwoérz okno DOS lub okno wiersza
komend.

2. Aby uruchomi¢ interfejs IBM SPSS Modeler w trybie interaktywnym, wpisz komendg modelerclient wraz z
wymaganymi argumentami, na przyktad:

modelerclient -stream report.str -execute

Dostgpne argumenty (flagi) umozliwiaja nawiazanie polaczenia z serwerem, zatadowanie strumieni, uruchomienie
skryptow lub okreslenie innych parametréw, stosownie do potrzeb.

Uzywanie argumentéw wiersza komend

Do komendy modelerclient mozna dopisywa¢ argumenty (nazywane takze flagami), aby wptywa¢ na wywotanie
programu IBM SPSS Modeler.

Wyroéznia sig kilka typow argumentow wiersza komend. Zostang one omowione w dalszej czgsci tej sekcji.

Tabela 33. Typy argumentéw wiersza komend.

Typ argumentu Gdzie jest opisany

Argumenty systemowe Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie
[systemowe” na stronie 62|

Argumenty okre$lajace parametry Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie |“Argument§|
[okreslajace parametry” na stronie 63|

Argumenty polaczenia z serwerem Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie |“Argumen§|
[potaczenia z serwerem” na stronie 64}

Argumenty potaczenia z repozytorium IBM SPSS Collaboration | Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie |“Argumen§|
and Deployment Services Repository olaczenia z repozytorium IBM SPSS Collaboration and|
Deployment Services Repository” na stronie 65|

Argumenty potaczenia z repozytorium IBM SPSS Analytic Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie |“Argumen§|
Server [potaczenia z repozytorium IBM SPSS Analytic Server” nal

|stronie 65|

Na przyktad mozna uzyc¢ flag -server, -stream i -execute, aby nawiaza¢ polaczenie z serwerem, a nastgpnie
zatadowac i1 uruchomi¢ strumien, w nastgpujacy sposob:

modelerclient -server -hostname myserver -port 80 -username dminer
-password 1234 -stream mystream.str -execute

Nalezy zwroci¢ uwagg, ze w przypadku uruchamiania lokalnej instalacji klienckiej nie sa wymagane argumenty
potaczenia z serwerem.

Wartosci parametrow zawierajace spacje mozna uja¢ w cudzystow, na przyktad:

modelerclient -stream mystream.str -Pusername="Joe User" -execute

W ten sam sposob mozna takze wywolywac stany i skrypty programu IBM SPSS Modeler, korzystajac odpowiednio z
flag -state i -script.
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Uwaga: Jesli w komendzie uzywany jest parametr ustrukturyzowany, nalezy poprzedza¢ cudzystowy ukosnikami
odwrotnymi. Zapobiega to usuwaniu cudzystowdw podczas interpretacji tancucha.

Debugowanie argumentow wiersza komend

Aby debugowac wiersz komend, nalezy uzy¢ komendy modelerclient w celu uruchomienia programu IBM SPSS
Modeler z zadanymi parametrami. Pozwoli to sprawdzi¢, czy komendy zostana wykonane zgodnie z oczekiwaniami. W
oknie dialogowym Parametry sesji mozna takze sprawdzi¢ wartosci parametrow przekazywanych z wiersza komend
(menu Narzedzia, Ustaw parametry sesji).

Argumenty systemowe

W ponizszej tabeli opisano argumenty systemowe, ktorych mozna uzywaé przy wywotywaniu interfejsu uzytkownika z

wiersza komend.

Tabela 34. Argumenty systemowe

Argument

Dzialanie/opis

@ <plikKomend>

Znak @ wraz z nastgpujaca po nim nazwa pliku okresla list¢ komend. Gdy modelerclient
napotka argument rozpoczynajacy si¢ od znaku @, wykonuje komendy z pliku tak, jak gdyby
byly wywolywane z wiersza komend. Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie
[stosowanie wielu argumentéw” na stronie 66

-directory <katalog>

Ustawia domyslny katalog roboczy. W trybie lokalnym w tym katalogu sa zapisywane zaréwno
dane, jak i wyniki. Przyktad: -directory c:/ lub -directory c:\\

-server_directory <dir>

Ustawia domyslny katalog dla danych. Wyniki zapisywane sa w katalogu roboczym okreslonym
za pomoca flagi -directory.

-execute

Po uruchomieniu wykonuje dowolny strumien, stan lub skrypt zaladowany po uruchomieniu
programu. Jesli zatadowany jest zardwno skrypt, jak i strumien lub stan, to wykonany zostanie

tylko skrypt.

-stream <strumien>

Powoduje zatadowanie okreslonego strumienia bezposrednio po uruchomieniu programu. Mozna
okresli¢ wigcej niz jeden strumien, ale ostatni z wymienionych stanie si¢ strumieniem biezacym.

-script <skrypt>

Powoduje zatadowanie okreslonego skryptu autonomicznego bezposrednio po uruchomieniu
programu. Mozna okresli¢ zarowno skrypt, jak i strumien lub stan (patrz nizej), ale wowczas
przy uruchamianiu zostanie zatadowany tylko skrypt.

-model <model>

Powoduje zatadowanie wygenerowanego modelu (pliku w formacie .gm) bezposrednio po
uruchomieniu programu.

-state <stan>

Powoduje zatadowanie okreslonego zapisanego stanu bezposrednio po uruchomieniu programu.

-project <projekt>

Laduje okreslony projekt. Bezposrednio przy uruchamianiu programu mozna zaladowac tylko
jeden projekt.

-output <wynik>

Powoduje zatadowanie zapisanego obiektu wynikowego (pliku w formacie .cou) bezposrednio
po uruchomieniu programu.

-help

Wyswietla liste argumentow dostgpnych w wierszu komend. Gdy ta opcja jest okreslona,
wszystkie pozostale argumenty sa ignorowane i wyswietlany jest ekran pomocy.

-P <nazwa>=<wartos¢>

Stuzy do okres$lania warto$ci parametru startowego. Umozliwia takze ustawianie wlasciwosci
weztow (parametrow zagniezdzonych).

Uwaga: Katalogi domyslne mozna tez wybra¢ w interfejsie uzytkownika. Aby uzyskac dostep do odpowiednich opcji,
w menu Plik wybierz opcj¢ Katalog klienta lub Katalog serwera.

Ladowanie wiecej niz jednego pliku

Z wiersza komend mozna nakaza¢ zatadowanie wielu strumieni, stanéw lub wynikéw zaraz po uruchomieniu
programu, powtarzajac odpowiednie argumenty dla kazdego tadowanego obiektu. Na przyktad, aby zatadowac i
uruchomi¢ dwa skrypty o nazwach report.str i train.str, nalezaloby uzy¢ komendy:
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modelerclient -stream report.str -stream train.str -execute

Ladowanie obiektow z repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment
Services Repository

Poniewaz okreslone obiekty mozna tadowac¢ albo z pliku, albo z repozytorium IBM SPSS Collaboration and
Deployment Services Repository (jesli jest aktywna licencja na ten komponent), przedrostek nazwy pliku spsscr: lub
opcjonalnie file: (w przypadku obiektow na dysku) informuje program IBM SPSS Modeler, gdzie poszukiwaé obiektu.
Przedrostek mozna stosowac z nastgpujacymi flagami:

* -stream
» -script

* -output
* -model
* -project

Przedrostka uzywa sig¢ do utworzenia identyfikatora URI okreslajacego polozenie obiektu, na przyktad -stream
"spsscr:///folder_1/scoring_stream.str". Obecnos¢ przedrostka spsscr: wymusza konieczno$¢ okreslenia w tej samej
komendzie poprawnego potaczenia z repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository.
Zatem, na przyktad, cala komenda miataby postac:

modelerclient -spsscr_hostname myhost -spsscr_port 8080
-SpsSsCr_username myusername -spsscr_password mypassword
-stream "spsscr:///folder_1/scoring_stream.str" -execute

Nalezy zauwazy¢, ze w wierszu komend wymagane jest uzycie identyfikatora URI. Prostsza forma
REPOSITORY_PATH nie jest obstugiwana. (Dziata tylko w skryptach). Wiecej informacji o identyfikatorach URI
obiektow w repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository zawiera temat |:‘Uzyskiwanie|
Hostepu do obiektéw w repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository” na stronie 49|

Argumenty okreslajgce parametry

Parametry mozna przekazywac jako flagi w wywolaniu programu z wiersza komend IBM SPSS Modeler. W
argumentach w wierszu komend flaga -P stuzy do definiowania parametrow w postaci -P <nazwa>=<wartosé¢>.

Wyrdznia si¢ nastepujace rodzaje parametrow:
* Parametry proste (uzywane bezposrednio w wyrazeniach programu CLEM).

* Parametry zagniezdzone, nazywane takze wlasciwosciami wezlow. Te parametry shuza do modyfikowania
ustawien weztéw w strumieniu. Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie [‘Przeglad whasciwosci weztow” nal

* Parametry wiersza komend uzywane do modyfikowania wywotania programu IBM SPSS Modeler.

Mozna na przyktad przekazywac¢ nazwy uzytkownikow i hasta do zrédet danych jako flagi w wierszu komend, w
nastepujacy sposob:

modelerclient -stream response.str -P:databasenode.datasource="{\"ORA 10gR2\",userl,mypsw,false}"

Obowiazuje ten sam format, co dla parametru datasource wlasciwosci wezta databasenode. Aby uzyskac wigcej
informacji, patrz: [“Wlasciwosci wezta databasenode” na stronie 82|

Ostatni parametr nalezy ustawi¢ na true, jesli przekazywane jest hasto zakodowane. Nalezy zwrdci¢ uwagg, ze nazwy i
hasta uzytkownika bazy danych nie nalezy poprzedza¢ spacjami (chyba ze nazwa lub hasto faktycznie zaczyna sig¢ od

spacji).
Uwaga: Jesli wezel jest nazwany, nalezy uja¢ nazwe wezta w cudzystow i poprzedzaé¢ cudzystowy ukosnikami

odwrotnymi. Na przyklad, gdyby wezet zroédta danych w poprzednim przyktadzie miat nazwe Source_ABC, to wpis
miatby postac:
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modelerclient -stream response.str -P:databasenode.\"Source ABC\".datasource="{\"ORA 10gR2\",
userl,mypsw,true}"

Ukosniki odwrotne sa tez wymagane przed cudzystowami oznaczajacymi parametry ustrukturyzowane, co ilustruje

ponizszy przyktad dotyczacy zrodta danych TM1:

clemb -server -hostname 9.115.21.169 -port 28053 -username administrator
-execute -stream C:\Share\TM1 Script.str -P:tmlimport.pm_host="http://9.115.21.163:9510/pmhub/pm"
-P:tmlimport.tml_connection={\"SData\",\"\",\"admin\",\"apple\"}
-P:tmlimport.selected_view={\"SalesPriorCube\",\"salesmargin%\"}

Argumenty potaczenia z serwerem

Flaga -server informuje IBM SPSS Modeler, ze powinien taczy¢ si¢ z serwerem publicznym, a flagi -hostname,
-use_ssl, -port, -username, -password oraz -domain informuja IBM SPSS Modeler, jak potaczy¢ sig z serwerem
publicznym. Jesli argument -server nie zostanie okreslony, uzywany jest serwer domyslny lub lokalny.

Przyktady

Aby potaczy¢ sig z serwerem publicznym:

modelerclient -server -hostname myserver -port 80 -username dminer
-password 1234 -stream mystream.str -execute

Aby potaczy¢ sie z klastrem serwerow:
modelerclient -server -cluster "QA Machines" \

-spsscr_hostname pes_host -spsscr_port 8080 \
-spsscr_username asmith -spsscr_epassword xyz

Uwaga: do nawiazania potaczenia z klastrem serwerow wymagany jest koordynator proceséw dziatajacy za
posrednictwem IBM SPSS Collaboration and Deployment Services, zatem argument -cluster musi by¢ uzywany razem
7z opcjami potaczenia z repozytorium (Spsscr_*). Wiecej informaciji mozna znalez¢ w temacie [*Argumenty potaczenial
i repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository” na stronie 65}

Tabela 35. Argumenty potaczenia z serwerem

Argument Dzialanie/opis

-server Uruchamia IBM SPSS Modeler w trybie serwerowym i nawiazuje potaczenie z serwerem
publicznym na podstawie flag -hostname, -port, -username, -password i -domain.

-hostname <nazwa> Nazwa hosta serwera. Argument dostgpny tylko w trybie serwerowym.

-use_ssl Okresla, ze w polaczeniu ma by¢ uzywany protokot SSL (secure socket layer). Ta flaga jest
opcjonalna; domyslnie protokot SSL nie jest uzywany.

-port <numer> Numer portu na okreslonym serwerze. Argument dostepny tylko w trybie serwerowym.

-cluster <nazwa> Okresla potaczenie z serwerem klastrow, a nie z nazwanym serwerem,; ten argument jest

alternatywa dla argumentow hostname, port i use_ssl. Nazwa jest nazwa klastra lub
unikalnym identyfikatorem URI klastra w repozytorium IBM SPSS Collaboration and
Deployment Services Repository. Klastrem serwerow zarzadza koordynator procesow za
posrednictwem komponentu IBM SPSS Collaboration and Deployment Services. Wigcej
informacji mozna znalez¢ w temacie[“Argumenty potaczenia z repozytorium IBM SPSS
[Collaboration and Deployment Services Repository” na stronie 65}

-username <nazwa> Nazwa uzytkownika, z uzyciem ktdrej klient ma sig logowac do serwera. Argument dostgpny
tylko w trybie serwerowym.

-password <hasto> Hasto, z uzyciem ktorego klient ma si¢ logowac do serwera. Argument dostgpny tylko w
trybie serwerowym.
Uwaga: Jesli argument -password nie zostanie uzyty, pojawi sig¢ monit o hasto.
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Tabela 35. Argumenty potaczenia z serwerem (kontynuacja)

Argument Dzialanie/opis

-epassword Hasto zakodowane, z uzyciem ktorego klient ma si¢ logowac do serwera. Argument dostgpny

<tancuchzakodowanegohasta> tylko w trybie serwerowym.
Uwaga: Zakodowane hasto mozna wygenerowa¢ z menu Narzedzia w aplikacji IBM SPSS
Modeler.

-domain <nazwa> Domena, ktora ma by¢ uzywana do zalogowania si¢ na serwerze. Argument dostepny tylko w
trybie serwerowym.

-P <nazwa>=<warto$¢> Stuzy do okreslania wartosci parametru startowego. Umozliwia takze ustawianie wlasciwosci
weztow (parametrow zagniezdzonych).

Argumenty potaczenia z repozytorium IBM SPSS Collaboration and
Deployment Services Repository

Jesli cheesz zapisywac lub odczytywaé obiekty z komponentu IBM SPSS Collaboration and Deployment Services za
posrednictwem wiersza komend, musisz okresli¢ poprawne potaczenie z repozytorium IBM SPSS Collaboration and
Deployment Services Repository. Na przyktad:

modelerclient -spsscr_hostname myhost -spsscr_port 8080

-SpSsCr_username myusername -spsscr_password mypassword

-stream "spsscr:///folder_1/scoring_stream.str" -execute

W ponizszej tabeli wymieniono argumenty, ktorych mozna uzywaé do konfigurowania potaczenia.

Tabela 36. Argumenty potaczenia z repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository

Argument Dzialanie/opis

-spsscr_hostname <nazwa hosta lub adres | Nazwa hosta lub adres IP serwera, na ktorym jest zainstalowane repozytorium
P> IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository.

-spsscr_port <numer> Numer portu, pod ktorym IBM SPSS Collaboration and Deployment Services
Repository przyjmuje potaczenia (zwykle obowiazuje numer domyslny 8080).

-spsscr_use_ssl Okresla, ze w polaczeniu ma by¢ uzywany protokot SSL (secure socket layer). Ta
flaga jest opcjonalna; domyslnie protokét SSL nie jest uzywany.

-Spsscr_username <nazwa> Nazwa uzytkownika, ktérego konto ma by¢ uzywane do logowania si¢ do
repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository.

-spsscr_password <hasto> Hasto, ktére ma by¢ uzywane do logowania si¢ do repozytorium IBM SPSS
Collaboration and Deployment Services Repository.

-spsscr_epassword <hasto kodowane> Hasto kodowane, ktére ma by¢ uzywane do logowania si¢ do repozytorium IBM
SPSS Collaboration and Deployment Services Repository.

-spsscr_providername <nazwa> Dostawca uwierzytelniania uzywany przy logowaniu do IBM SPSS Collaboration
and Deployment Services Repository (Active Directory lub LDAP). Nie jest
wymagany w przypadku korzystania z rodzimego dostawcy (repozytorium
lokalnego).

Argumenty potaczenia z repozytorium IBM SPSS Analytic Server

Jesli cheesz zapisywacé lub odczytywaé obiekty w/z repozytorium IBM SPSS Analytic Server za posrednictwem
wiersza komend, musisz okresli¢ poprawne polaczenie z repozytorium IBM SPSS Analytic Server.

Uwaga: Domyslna lokalizacja produktu Analytic Server jest pobierana z produktu SPSS Modeler Server.
Uzytkownicy moga rowniez definiowa¢ wlasne potaczenia produktu Analytic Server za pomoca opcji Narzedzia >

Polaczenia programu Analytic Server.

W ponizszej tabeli wymieniono argumenty, ktérych mozna uzywa¢ do konfigurowania potaczenia.
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Tabela 37. Argumenty potaczenia z repozytorium IBM SPSS Analytic Server

Argument Dzialanie/opis

-analytic_server_username Nazwa uzytkownika, ktérego konto ma by¢ uzywane do logowania si¢ do
repozytorium IBM SPSS Analytic Server.

-analytic_server_password Hasto, ktore ma by¢ uzywane do logowania si¢ do repozytorium IBM SPSS
Analytic Server.

-analytic_server_epassword Zakodowane hasto, ktore ma by¢ uzywane do logowania si¢ do repozytorium IBM
SPSS Analytic Server.

-analytic_server_credential Dane uwierzytelniajace, ktore maja by¢ uzywane do logowania sie do
repozytorium IBM SPSS Analytic Server.

Laczne stosowanie wielu argumentow

Wiele argumentow mozna potaczy¢ w jeden plik komend okreslany przy wywotaniu za pomoca symbolu @, po ktéorym
powinna nastgpowaé nazwa pliku. W ten sposob mozna skroci¢ wywotanie w wierszu komend i ominaé ewentualne
ograniczenie w dlugosci komendy narzucone przez system operacyjny. Na przyktad nastgpujaca komenda
uruchomienia uzywa argumentéw okreslonych w pliku o nazwie <commandFileName>.

modelerclient @<commandFileName>

Jesli nazwa pliku komend i $ciezka do niego zawiera spacje, nalezy ujaé te elementy w cudzystéw, w nastepujacy
sposob:

modelerclient @ "C:\Program Files\IBM\SPSS\Modeler\nn\scripts\my_command_file.txt"

Plik komend moze zawiera¢ wszystkie argumenty, ktore miataby zawiera¢ komenda, przy czym w jednym wierszu
pliku powinien znajdowac si¢ jeden argument. Na przyktad:

-stream report.str
-Porder.full_filename=APR_orders.dat
-Preport.filename=APR_report.txt
-execute

Zapisujac pliki komend i odwolujac si¢ do nich, nalezy przestrzega¢ nastepujacych regut:
* W jednym wierszu nalezy zapisywac tylko jeden argument.
* Nie nalezy umieszcza¢ argumentu @PlikKomend wewnatrz pliku komend.
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Rozdziat 7. Skorowidz wiasciwosci

Przeglad skorowidza wtasciwosci

Mozna nadawaé wartosci réznym wlasciwosciom weztow, strumieni, projektow i superweztéw. Niektore wlasciwoscei,
takie jak nazwa, adnotacja i tekst podpowiedzi, sa wspolne dla wszystkich weztdw, natomiast inne sa charakterystyczne
dla okreslonych typdw weztow. Jeszcze inne whasciwosci dotycza wysokopoziomowych operacji na strumieniu, takich
jak buforowanie w pamigci podrecznej lub zachowanie superweztow. Dostep do wlasciwosci mozna uzyskiwaé za
posrednictwem standardowego interfejsu uzytkownika (np. po otwarciu okna dialogowego w celu edycji opcji wezla), a
takze na rézne inne sposoby.
* Wiasciwosci mozna modyfikowaé za pomoca skryptow, tak jak opisano to w niniejszej sekcji. Aby uzyskac wigcej
informacji, patrz|“Sktadnia wasciwosci’|

* Wiasciwos$ci wezldw moga by¢ uzywane w parametrach superweziow.

* Wiasciwosci weztow moga by¢ takze uzywane w opcjach wiersza komend (przy uzyciu flagi -P) w wywotaniu
programu IBM SPSS Modeler.

W kontekscie srodowiska skryptowego programu IBM SPSS Modeler wlasciwosci wezldw i strumieni sa czgsto
nazywane parametrami zagniezdzonymi. W tym podrgczniku nazywamy je wlasciwo$ciami weztdéw lub strumieni.

Aby uzyska¢ wigcej informacji o jezyku skryptowym, patrz{Jgzyk skryptow

Sktadnia wtasciwosci
Wiasciwosciom mozna nadawac wartosci przy uzyciu nastgpujacej sktadni
OBJECT.setPropertyValue(PROPERTY, VALUE)

lub:
OBJECT.setKeyedPropertyValue(PROPERTY, KEY, VALUE)

Wartosci wlasciwosci mozna odczytywac przy uzyciu nastgpujacej sktadni:

VARIABLE = OBJECT.getPropertyValue(PROPERTY)
lub:
VARIABLE = OBJECT.getKeyedPropertyValue(PROPERTY, KEY)

gdzie OBJECT jest weztem lub obiektem wynikowym, PROPERTY jest nazwa wlasciwos$ci wezta, do ktorej
odwoluje sie wyrazenie, a KEY jest kluczem w przypadku wilasciwosci kluczowanych. Na przyktad ponizszy kod
znajduje wezet filtrowania, ustawia domys$lna opcje uwzgledniania wszystkich zmiennych i odfiltrowuje zmienna Age
z danych przekazywanych do nastgpnych weztow:

filternode = modeler.script.stream().findByType("filter", None)
filternode.setPropertyValue("default_include", True)
filternode.setKeyedPropertyValue("include", "Age", False)

Wszystkie wezty uzywane w programie IBM SPSS Modeler mozna znajdowac za pomoca funkcji findByType(TYPE,
LABEL) obiektu stream. Nalezy okresli¢ co najmniej jeden z elementéw TYPE lub LABEL.

Wiasciwosci ustrukturyzowane
Wtasciwosci ustrukturyzowane, ktore zwigkszaja przejrzystos¢ kodu, uzywa si¢ w dwoch celach:

* Aby ustrukturyzowaé nazwy wiasciwosci skomplikowanych wezidw, takich jak Typ, Filtruj lub Zrownowazenie.

* Aby nadawa¢ wartosci wielu wlasciwosciom jednoczes$nie w spdjnym formacie.
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Struktura skomplikowanych interfejsow

W skryptach operujacych na weztach z tabelami i innymi skomplikowanymi interfejsami (np. weztach Typ, Filtruj i
Zréwnowazenie) musi by¢ stosowana okreslona struktura, by mozliwe byto prawidlowe przeanalizowanie ich sktadni.
Wiasciwosci takich weztdéw musza mie¢ nazwy bardziej ztozone niz prosty identyfikator. Taka ztozona nazwa to tzw.
klucz. Na przyktad w wezle Filtruj kazda dostgpna zmienna (po stronie wej$ciowej) moze by¢ wlaczona albo
wylaczona. Aby mozliwe bylo odwotywanie sig do tych informacji, wezet Filtruj zawiera po jednej dodatkowe;j
informacji o kazdej zmiennej (true albo false). Wtasciwos¢ ta moze przyjmowac (lub mozna jej przypisac) wartos¢
True albo False. Zatézmy, ze wezet filtrowania o nazwie mynode zawiera (po stronie wejsciowej) zmienna o nazwie
Age. Aby ja wytaczy¢, nalezy nada¢ wiasciwosci include z kluczem Age wartos¢ False w nastepujacy sposob:

mynode.setKeyedPropertyValue("include", "Age", False)
Nadawanie wartosci wielu wlasciwosciom jednoczesnie

W przypadku wielu weztow mozliwe jest jednoczesne nadawanie wartosci wigcej niz jednej wlasciwosci wezta lub
strumienia. Operacjg taka nazywamy ustawianiem wielokrotnym lub ustawianiem blokowym.

W niektorych przypadkach wlasciwos¢ ustrukturyzowana moze by¢ stosunkowo skomplikowana. Przyktad:
sortnode.setPropertyValue("keys", [["K", "Descending"], ["Age", "Ascending"], ["Na", "Descending"]])

Kolejna zaleta wasciwosci ustrukturyzowanych jest mozliwos$¢ nadania za ich posrednictwem wartosci kilku
wiasciwosciom zanim wezel osiagnie stan stabilny. Domyslnie operacja ustawiania wielokrotnego nadaje wartosci
wszystkim wlasciwosciom w bloku zanim podjgte zostanie jakiekolwiek dziatanie w oparciu o warto$¢ pojedyncze;j
wlasciwosci. Na przyktad podczas definiowania wezta Plik kolumnowy ustawienie wlasciwosci w dwoch krokach
spowodowatoby btedy, poniewaz dopoki obie wlasciwosci nie beda poprawne, wezel pozostaje w stanie niestabilnym.
Blokowe nadanie warto$ci wlasciwosciom pozwala unikna¢ tego problemu, poniewaz zanim model danych zostanie
zmieniony, obie wiasciwos$ci beda juz mialy poprawne wartosci.

Skroty
W odwotaniach do wlasciwosci weztow uzywane sa pewne standardowe skroty. Znajomos¢ tych skrotow bedzie
przydatna przy tworzeniu wlasnych skryptow.

Tabela 38. Standardowe skroty uzywane w skiadni skryptéw

Skrot Znaczenie

abs Wartos$¢ bezwzgledna
len Dtugosc

min. Minimum

maks. Maksimum

correl Korelacja

covar Kowariancja

num Liczba lub numeryczny
pct Procent lub odsetek
transp Przezroczystosc¢

xval Walidacja krzyzowa
var Wariancja lub zmienna (w weztach zrédtowych)

Przyktady wtasciwosci weziéw i strumieni

Wtasciwosci weztow 1 strumieni mozna w programie IBM SPSS Modeler wykorzysta¢ na rézne sposoby. Najczesciej
uzywane sa w skryptach — w skryptach samodzielnych stuzacych do automatyzacji wielu operacji lub strumieni,
albo skryptach strumieni stuzacych do automatyzacji proceséw w jednym strumieniu. Mozna tez nadawa¢ wartosci
parametrom wezta, korzystajac z wlasciwosci weztow w superwezle. Na najbardziej podstawowym poziomie
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wiasciwosci moga by¢ takze uzywane w opcjach uruchamiania programu IBM SPSS Modeler z wiersza komend.
Korzystajac z argumentu -p w wywolaniu programu z wiersza komend, mozna za posrednictwem wiasciwosci
strumienia zmienic¢ jakie$ ustawienie w tym strumieniu.

Tabela 39. Przyktady wiasciwosci weztow i strumieni

Wilasciwosé Znaczenie

s.max_size Odwotanie do wlasciwo$ci max_size wezla o nazwie s.

Odwotanie do wlasciwosci max_size wezta o nazwie s, ktory

s:samplenode.max_size S .
musi by¢ weztem proby.

Odwotanie do wlasciwosci max_size wezta proby w biezacym

:samplenode.max_siz . . .
samplenode.max_size strumieniu (musi istnie¢ tylko jeden wezet proby).

Odwotanie do wiasciwosci max_size wezta o nazwie s, ktory

:sample.max_siz S .
S-sample.max_size musi by¢ weztem proby.

t.direction.Age Odwotanie do roli zmiennej Age w wezle Typ o nazwie .
. . *** NIEDOZWOLONE *** Nalezy okresli¢ albo nazwe, albo
.max_size

typ wezta.

Jak pokazuje przyktad s:sample.max_size, nie trzeba wpisywac catych nazw typow weztow.

Jak pokazuje przyktad t.direction.Age, niektore nazwy parametrow moga by¢ ustrukturyzowane — gdy atrybuty wezta
sa czyms$ wigcej niz miejscami na pojedyncze wartosci. Takie parametry nazywamy wlasciwosciami
ustrukturyzowanymi lub zlozonymi.

Przeglad wiasciwosci weztow

Kazdy typ wezta ma wlasny zestaw dozwolonych wlasciwosci, a kazda wlasciwos¢ ma okreslony typ. Moze to by¢ typ
0g6lny — liczba, flaga lub tancuch. W takim przypadku ustawienia wlasciwosci sa interpretowane tak, jak gdyby
nalezaty do okreslonego typu. Jesli ustawienia (wartosci) wlasciwosci nie da si¢ tak zinterpretowac, to zgltaszany jest
btad. Dla wlasciwosci moze by¢ takze okreslony zbidr dozwolonych warto$ci, na przyktad Discard, PairAndDiscard i
IncludeAsText. W takim przypadku kazda warto$¢ spoza zbioru powoduje zgtoszenie bledu. Wiasciwosci typu flaga
nalezy odczytywac i zapisywac, postugujac si¢ wartosciami true (prawda) albo false (fatsz). (Przy ustawianiu warto$ci
dozwolone sa takze rézne warianty, w tym Off, OFF, off, No, NO, no, n, N, f, F, false, False, FALSE i 0, ale przy
odczytywaniu warto§ci moga one w niektdrych przypadkach powodowac bledy. Wszystkie pozostate wartosci sa
traktowane jak true. Spdjne postugiwanie si¢ wartosciami true i false pozwoli unikna¢ wszelkich niejednoznacznosci).
W tabelach zamieszczonych w niniejszym podr¢ezniku wiasciwosci ustrukturyzowane sa oznaczone w kolumnie Opis
wlasciwosci i podane sa formaty ich zastosowania.

Wspdine witasciwosci weztow
Istnieje szereg wlasciwosci wspdlnych dla wszystkich weztow (w tym takze dla superwgztéw) w programie IBM SPSS
Modeler.

Tabela 40. Wspdine wiasciwosci weztéw

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci
use_custom_name flag
name string Wiasciwos$¢ przeznaczona tylko do

odczytu, ktora odczytuje nazwe
(automatyczna lub niestandardowa) wezta
w obszarze roboczym.

custom_name string Okresla niestandardowa nazwe wezla.
tooltip string
annotation string

Rozdziat 7. Skorowidz wlasciwosci 09



Tabela 40. Wspdlne wiasciwosci weztdw (kontynuacja)

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci

keywords string Parametr ustrukturyzowany, ktory okresla
listg stow kluczowych zwiazanych z
obiektem (na przyktad ["Keyword1"
"Keyword2"]).

cache_enabled flag

node_type source_supernode Whasciwos$¢ przeznaczona tylko do
process_supernode odczytu, ktora stuzy do odwolywania sig
terminal_supernode do wezta po jego typie. Na przyktad
wszystkie nazwy wezlow okreslone dla | zamiast odwotywac si¢ do wezta tylko
skrypty przy uzyciu nazwy, takiej jak

real_income, mozna okresli¢ typ wezla,
taki jak userinputnode lub filternode.

Wtasciwosci charakterystyczne dla superweziow zostaly omdwione osobno, tak jak wlasciwosci poszczegdlnych typow
weztéw. Wigcej informacji mozna znalez¢ w rozdziale IRozdzial 21, “Wlasciwosci superweztow”, na stronie 36ll
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Rozdziat 8. Wiasciwosci strumienia

Za pomoca skryptow mozna sterowaé réoznymi wlasciwosciami strumienia. Aby odwotywac sig¢ do wiasciwosci
strumienia, nalezy wybra¢ skrypty jako metod¢ wykonania:

stream = modeler.script.stream()
stream.setPropertyValue("execute_method", "Script")

Przyktad

Wtasciwos¢ node stuzy do odwolywania si¢ do weztow w biezacym strumieniu. Oto przyktadowy skrypt strumienia.

stream = modeler.script.stream()
annotation = stream.getPropertyValue("annotation")

annotation = annotation + "\n\nThis stream is called \"" + stream.getLabel() + "\" and
contains the following nodes:\n"

for node in stream.iterator():
annotation = annotation + "\n" + node.getTypeName() + " node called \"" + node.getlLabel()
+ II\IIII

stream.setPropertyValue("annotation", annotation)

W powyzszym przyktadzie zastosowano wlasciwos¢ node do utworzenia listy wszystkich weztow w strumieniu i
zapisano tg list¢ w adnotacjach do strumienia. Wygenerowana adnotacja wyglada tak

This stream is called "druglearn" and contains the following nodes:

type node called "Define Types"
derive node called "Na_to_K"
variablefile node called "DRUGIn"
neuralnetwork node called "Drug"
c50 node called "Drug"

filter node called "Discard Fields"

Wiasciwosci strumienia sa opisane w ponizszej tabeli.

Tabela 41. Wiasciwosci strumienia

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci
execute_method Normal
Script

© Copyright IBM Corp. 1994, 2018
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Tabela 41. Wtasciwosci strumienia (kontynuacja)

Nazwa wlasciwosci

Typ danych

Opis wlasciwosci

date_format

"DDMMYY"
"MMDDYY"
"YYMMDD"
"YYYYMMDD"
"YYYYDDD"

DAY

MONTH
"DD-MM-YY"
"DD-MM-YYYY"
"MM-DD-YY"
"MM-DD-YYYY"
"DD-MON-YY"
"DD-MON-YYYY"
"YYYY-MM-DD"
"DD.MM. YY"
"DD.MM. YYYY"
"MM.DD.YYYY"
"DD.MON. YY"
"DD.MON. YYYY"
"DD/MM/YY"
"DD/MM/YYYY"
"MM/DD/YY"
"MM/DD/YYYY"
"DD/MON/YY"
"DD/MON/YYYY"
MON YYYY

q Q YYYY

ww WK YYYY

date_baseline

number

date_2digit_baseline

number

time_format

"HHMMSS"

n HHMMII

IIMMSS n
"HH:MM:SS"
"HH:MM"

"MM:SS"

"(H)H: (M)M: (S)S"
"(H)H: (M)M"
"(M)M: (S)S"
"HH.MM.SS*"
"HH.MM"

"MM.SS"

"(H)H. (M)M. (S)S"
"(H)H. (M)M"
"(M)M. (S)S"

time_rollover

Slag

import_datetime_as_ string

Slag

decimal_places

number

decimal_symbol

Default
Period
Comma

angles_in_radians

Slag

use_max_set_size

Slag

max_set_size

number

ruleset_evaluation

Voting
FirstHit
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Tabela 41. Wtasciwosci strumienia (kontynuacja)

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci
refresh_source_nodes flag Stuzy do automatycznego od$wiezania
weztow zrodtowych przy wykonywaniu
strumienia.
script string
annotation string
name string Uwaga: Ta wlasciwosc¢ jest dostepna
tylko do odczytu. Aby zmieni¢ nazwe
strumienia, nalezy zapisa¢ go pod inna
nazwa.
parametry Ta whasciwos¢ stuzy do aktualizowania
parametrow strumienia ze skryptu
autonomicznego.
wezly Szczegotowe informacje znajduja sig
ponize;j.
encoding SystemDefault
"UTF-8"
stream_rewriting boolean
stream_rewriting_maximise_sq|l boolean
stream_rewriting_optimise_clem_ boolean
execution
stream_rewriting_optimise_syntax_ |boolean
execution
enable_parallelism boolean
sgl_generation boolean
database_caching boolean
sqgl_logging boolean
sql_generation_logging boolean
sqgl_log_native boolean
sql_log_prettyprint boolean
record_count_suppress_input boolean
record_count_feedback_interval integer
use_stream auto_create node_ boolean Wartos¢ true powoduje uzycie ustawien
settings charakterystycznych dla strumienia, w
przeciwnym razie obowiazuja preferencje
uzytkownika.
create_model_applier_for_new_ boolean Wartos¢ true powoduje, ze gdy tworzony
models jest nowy model bez aktywnych odsytaczy
aktualizacji, dodawany jest nowy model
do zastosowania.
Uwaga: W wersji 15 programu IBM
SPSS Modeler Batch nalezy jawnie doda¢
model do zastosowania w skrypcie.
create_model_applier_update_links createEnabled Definiuje typ odsytacza tworzony przy
createDisabled automatycznym dodawaniu we¢zta modelu
doNotCreate do zastosowania.
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Tabela 41. Wtasciwosci strumienia (kontynuacja)

Okre§lanie wyniku
None

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci
create_source_node_from_builders boolean Warto$¢ true powoduje, ze gdy tworzony
jest nowy wynik zrédlowy bez aktywnych
odsytaczy aktualizacji, dodawany jest
nowy wezet zrodlowy.
create_source_node_update_links createEnabled Definiuje typ odsytacza tworzony przy
createDisabled automatycznym dodawaniu wezta
doNotCreate zrédlowego.
has_coordinate_system boolean Wartos¢ true powoduje, ze uktad
wspotrzednych jest stosowany wzgledem
calego strumienia.
coordinate_system string Nazwa wybranego rzutowanego uktadu
wspotrzednych.
deployment_area ModelRefresh Zdecyduj, jak chcesz wdrozy¢ strumien.

Jesli ta warto$c¢ jest ustawiona jako None,
nie sa uzywane inne pozycje wdrozenia.

scoring_terminal_node_id string Wybierz gataz oceniania w strumieniu.
Moze to by¢ dowolny wezet konicowy w
strumieniu.

scoring_node_id string Wybierz model uzytkowy w gatezi
oceniania.

model_build_node_id string Wybierz wezet modelowania w

strumieniu.

74  IBM SPSS Modeler 18.2— podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji




Rozdziat 9. Wtasciwosci weztéw zroditowych

Wiasciwosci wspolne weztow zrédiowych

Ponizej wymieniono wlasciwosci wspdlne dla wszystkich weztdw zrodlowych, a w nastgpnych tematach opisano
wiasciwosci charakterystyczne dla poszczegdlnych weziow.

Przyktad 1

varfilenode = modeler.script.stream().create("variablefile", "Var. File")
varfilenode.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/DRUG1n")
varfilenode.setKeyedPropertyValue("check", "Age", "None")
varfilenode.setKeyedPropertyValue("values", "Age", [1, 100])
varfilenode.setKeyedPropertyValue("type", "Age", "Range")
varfilenode.setKeyedPropertyValue("direction", "Age", "Input")

Przyktad 2

W tym skrypcie zatozono, ze okreslony plik danych zawiera zmienna Region reprezentujaca tancuch wielowierszowy.

from modeler.api import StorageType
from modeler.api import MeasureType

# Utworz wezet Plik zmiennych, ktdory odczytuje zbidr danych

# zawierajacy zmienng "Region"

varfilenode = modeler.script.stream().create("variablefile", "My Geo Data")
varfilenode.setPropertyValue("full _filename", "C:/mydata/mygeodata.csv")
varfilenode.setPropertyValue("treat_square_brackets_as_lists", True)

# Wymus typ sktadowania lista...

varfilenode.setKeyedPropertyValue("custom storage type", "Region", StorageType.LIST)

# ...i okresl typ, jesSli wartoSci sg na lisScie, a gtebokoS¢ Tisty
varfilenode.setKeyedPropertyValue("custom Tist_storage type", "Region", StorageType.INTEGER)
varfilenode.setKeyedPropertyValue("custom Tist depth", "Region", 2)

# Teraz zmief pomiar, aby okre31iC zmienng jako wartoSC geoprzestrzenns...
varfilenode.setKeyedPropertyValue("measure type", "Region", MeasureType.GEOSPATIAL)
# ...
i na koniec okresl wszystkie niezbedne informacje
# o typie obiektu geoprzestrzennego
varfilenode.setKeyedPropertyValue("geo type", "Region", "MultiLineString")
varfilenode.setKeyedPropertyValue("geo coordinates", "Region", "2D")
varfilenode.setKeyedPropertyValue("has_coordinate_system", "Region", True)
varfilenode.setKeyedPropertyValue("coordinate system", "Region",

"ETRS 1989 EPSG Arctic_zone 5-47")

Tabela 42. Wiasciwosci wspdlne wezidw Zrédfowych.

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci
direction Input Wiasciwos¢ wprowadzana okreslajaca role zmiennych.
Target
Both Format stosowania:
None NODE.direction.FIELDNAME
Partition Uwaga: Wartosci In i Out sa obecnie nieaktualne. Ich obsluga
Split moze zosta¢ wycofana w przysztej wersji produktu.
Frequency
RecordID
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Tabela 42. Wtasciwosci wspdine wezidw zrédfowych (kontynuacja).

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci
type Range Typ zmiennej. Nadanie tej wlasciwosci wartosci Default
Flag spowoduje skasowanie ustawienia wlasciwosci values, a jesli
Set value_mode ma wartos$¢ Specify, to otrzyma warto$¢ Read.
Typeless Jesli whasciwo$¢ value_mode juz ma warto$é Pass lub Read, to
Discrete ustawienie type nie bedzie miato na nia wptywu.
Ordered Set
Default Format stosowania:
NODE.type.FIELDNAME
storage Unknown Wiasciwos¢ wprowadzana przeznaczona tylko do odczytu;
String okresla typ sktadowania zmienne;j.
Integer
Real Format stosowania:
Time NODE.storage.FIELDNAME
Date
Timestamp
check None Wiasciwo$¢ wprowadzana okreslajaca typ zmiennej i zasady
Nullify sprawdzania zakresu.
Coerce
Discard Format stosowania:
Warn NODE.check.FIELDNAME
Abort
values [value value] W przypadku zmiennej ciaglej (przedziatlowej) pierwsza
wartos$¢ to minimum, a ostatnia warto$¢ to maksimum. W
przypadku zmiennych nominalnych (zbioréw) nalezy okresli¢
wszystkie wartosci. W przypadku zmiennych typu flaga
pierwsza wartos$¢ reprezentuje false, a ostatnia true. Nadanie
wartosci tej wlasciwosci powoduje, ze wlasciwosc
value_mode jest automatycznie ustawiana na Specify. Typ
sktadowania jest okreslany na podstawie pierwszej wartosci na
liscie. Na przyktad, jesli pierwsza wartos¢ jest tancuchem
(string), to za typ sktadowania przyjmuje si¢ tancuch.
Format stosowania:
NODE.values.FIELDNAME
value_mode Read Okresla sposob nadawania warto$ci zmiennej w nastgpnym
Pass przebiegu przez dane.
Read+
Current Format stosowania:
Specify NODE.value_mode.FIELDNAME
Nalezy zwrdci¢ uwagg, ze nie mozna nadac tej wlasciwosci
bezposrednio wartosci Specify; aby uzy¢ konkretnych wartosci,
nalezy przypisac je do wlasciwosci values.
default_value_mode Read Okresla domyslna metode nadawania wartosci wszystkim
Pass zmiennym.

Format stosowania:
NODE.default_value_mode

To ustawienie mozna przestoni¢ dla konkretnych zmiennych,
uzywajac wlasciwosci value_mode.
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Tabela 42. Wtasciwosci wspdine wezidw zrédiowych (kontynuacja).

Nazwa wlasciwosci

Typ danych

Opis wlasciwosci

extend_values

Slag

Ma zastosowanie wtedy, gdy value_mode ma warto$¢ Read.
Ustawienie 7' powoduje dodawanie nowych wczytanych
wartos$ci do istniejacych wartoéci zmiennej. Ustawienie F
powoduje odrzucenie istniejacych wartosci i zastapienie ich
nowo wczytanymi.

Format stosowania:

NODE.extend_values.FIELDNAME

value_labels

string

Stuzy do okreslania etykiety warto$ci. Najpierw musza zostac
okreslone wartosci.

enable_missing

Slag

Ustawienie 7 wlacza rejestrowanie brakow danych dla
zmienne;j.

Format stosowania:

NODE.enable_missing.FIELDNAME

missing_values

[value value ...]

Okresla wartosci danych oznaczajace braki danych.

Format stosowania:
NODE.missing_values.FIELDNAME

range_missing

Slag

Gdy ta wlasciwos¢ jest ustawiona na 7, okresla, czy dla
zmiennej zdefiniowany jest przedziat brakéw danych (wartosci
pustych).

Format stosowania:

NODE.range_missing.FIELDNAME

missing_lower

string

Gdy range_missing ma wartos¢ true, okresla dolna granice
przedziatu brakow danych.

Format stosowania:
NODE.missing_lower.FIELDNAME

missing_upper

string

Gdy range_missing ma wartos¢ true, okresla gorna granicg
przedziatu brakéw danych.

Format stosowania:
NODE.missing_upper.FIELDNAME

null_missing

Slag

Gdy ta wlasciwos¢ jest ustawiona na 7, wartosci null
(niezdefiniowane wartosci sa w programie wyswietlane jako
$null$) sa uznawane za braki danych.

Format stosowania:
NODE.null_missing.FIELDNAME

whitespace_missing

Gdy ta wlasciwos$¢ jest ustawiona na 7, wartosci zawierajace
tylko biate znaki (spacje, znaki tabulacji i znaki nowego
wiersza) sa uznawane za braki danych.

Format stosowania:
NODE.whitespace_missing.FIELDNAME

description

string

Stuzy do okreslania etykiety lub opisu zmienne;.
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Tabela 42. Wtasciwosci wspdine wezidw zrédfowych (kontynuacja).

MeasureType.RANGE
Discrete /
MeasureType.DISCRETE
Flag / MeasureType.FLAG
Set / MeasureType.SET
OrderedSet /
MeasureType.ORDERED_S
Typeless /

MeasureType. TYPELESS
Collection /
MeasureType.COLLECTIOR
Geospatial /
MeasureType.GEOSPATIAL

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci

default_include flag Wihasciwos¢ wprowadzana, ktdra okresla, czy zmienne maja by¢
domyslnie przekazywane, czy filtrowane:
NODE.default_include
Przyktad:
set mynode:filternode.default_include = false

include flag Wiasciwo$¢ wprowadzana stuzaca do okreslania, czy
poszczegdlne pola maja by¢ uwzgledniane, czy filtrowane:
NODE.include.FIELDNAME.

new_name string

measure_type Range / Ta wlasciwos¢ wprowadzana jest podobna do wiasciwosci type

w tym sensie, ze moze shuzy¢ do definiowania poziomu pomiaru
zmiennej. Jednak w skryptach w jezyku Python do funkcji
ustawiajacej mozna tez przekazac jedna z wartosci
MeasureType natomiast funkcja pobierajaca zawsze zwraca
wartosci MeasureType.

ET

collection_measure

Range /
MeasureType.RANGE
Flag / MeasureType.FLAG
Set / MeasureType.SET

W przypadku zmiennych collection (listy o glgbokosci 0) ta
wlasciwos¢ definiuje typ pomiaru zwiazany z bazowymi
warto$ciami.

MeasureType.UNKNOWN
String /
MeasureType.STRING
Integer /
MeasureType.INTEGER
Real / MeasureType.REAL
Time / MeasureType.TIME
Date / MeasureType.DATE
Timestamp /

MeasureType. TIMESTAMP

List / MeasureType.LIST

OrderedSet /
MeasureType.ORDERED_SET
Typeless /
MeasureType. TYPELESS
geo_type Point W przypadku zmiennych geoprzestrzennych ta wlasciwosce
MultiPoint definiuje typ obiektu reprezentowanego przez zmienna.
LineString Powinien by¢ on zgodny z glebokoscia listy wartosci.
MultiLineString
Polygon
MultiPolygon
has_coordinate_system boolean W przypadku zmiennych geoprzestrzennych ta wlasciwosé
okresla, czy zmienna ma uktad wspotrzednych.
coordinate_system string W przypadku zmiennych geoprzestrzennych ta whasciwoscé
definiuje uktad wspoétrzednych dla zmienne;.
custom_storage_type Unknown / Ta wlasciwos¢ wprowadzana jest podobna do wlasciwosci

custom_storage w tym sensie, ze moze stuzy¢ do
definiowania przestonigtego typu sktadowania zmiennej. Jednak
w skryptach w jezyku Python do funkcji ustawiajacej mozna tez
przekaza¢ jedna z wartosci StorageType natomiast funkcja
pobierajaca zawsze zwraca wartosci StorageType.
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Tabela 42. Wtasciwosci wspdine wezidw zrédiowych (kontynuacja).

MeasureType.INTEGER
Real / MeasureType.REAL
Time / MeasureType.TIME
Date / MeasureType.DATE
Timestamp /

MeasureType. TIMESTAMP

Nazwa wlasciwosci Typ danych Opis wlasciwosci

custom_list_storage_type String / W przypadku zmiennych typu lista ta wlasciwo$¢ wprowadzana
MeasureType.STRING okresla typ sktadowania wartosci.
Integer /

custom_list_depth integer W przypadku zmiennych typu lista ta wlasciwo$¢ wprowadzana
okresla glteboko$¢ zmienne;j

max_list_length integer Tylko dla danych z Geoprzestrzennym lub Przedziatowym
poziomem pomiaru. Nalezy ustawi¢ maksymalna dtugos¢ listy,
ustawiajac dozwolona dla listy liczbg elementow.

max_string_length integer Tylko dla danych beztypowych podczas generowania kodu SQL

w celu utworzenia tabeli. Nalezy wprowadzi¢ najwigkszy
tancuch danych; umozliwi to wygenerowanie w tabeli kolumny
wystarczajaco duzej do pomieszczenia tancucha.

Wiasciwosci wezta asimport

Zrédlo Analytic Server umozliwia uruchamianie strumienia w systemie Hadoop Distributed File System (HDFS).

Przyktad

node.setPropertyValue("use_default_as", False)
node.setPropertyValue("connection",
["false","9.119.141.141","9080","analyticserver"

Tabela 43. Wtasciwosci wezia asimport.

.ibm , adl.l.l.inll’Iladrrl.inll’Il.f'a'lsell’IIII’IIII’IIII’IIII])

Wiasciwosci wezla asimport Typ danych Opis wlasciwosci
data_source string Nazwa zrodta danych.
use_default_as boolean

Ustawienie wartosci True powoduje
uzycie domyslnego potaczenia Analytic
Server skonfigurowanego w pliku serwera
options.cfg. Ustawienie wartosci False
powoduje, ze uzywane jest potaczenie
tego wezta.
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Tabela 43. Wtasciwosci wezta asimport (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla asimport Typ danych Opis wlasciwosci

connection ["string","string","string", Wiasciwos¢ zawierajaca liste informacji o
"string","string","string","string", szczegodtach potaczenia Analytic Server.
"string","string","string", "string" Format jest nastgpujacy:
,"string"] ["is_secure_connect", "server_url",

"server_port", "context_root",
"consumer”, "user_name",
"password", "use-kerberos-auth",
"kerberos-krb5-config-file-path”,
"kerberos-jaas-config-file-path”,
"kerberos-krb5-service-principal-
name", "enable-kerberos-debug"]
Gdzie: is_secure_connect: oznacza, czy
uzyto potaczenia bezpiecznego, i moze
mie¢ warto$¢ true lub false.
use-kerberos-auth: wskazuje, czy
zastosowanie ma uwierzytelnianie
kerberos, i moze mie¢ wartos¢ true lub
false. enable-kerberos-debug:
wskazuje, czy dla uwierzytelniania
kerberos uzyto trybu debugowania, i moze
mie¢ wartos¢ true lub false.

Wiasciwosci wezta cognosimport

Wezet zrédtowy IBM Cognos importuje dane z baz danych Cognos Analytics.

Przyktad

node = stream.create("cognosimport", "My node")

node.setPropertyValue("cognos_connection", ["http://mycogsrv1:9300/p2pd/serviet/dispatch",
True’ IIII’ IIII’ IIII])

node.setPropertyValue("cognos_package name", "/Public Folders/GOSALES")
node.setPropertyValue("cognos_items", ["[GreatOutdoors].[BRANCH].[BRANCH CODE]",
"[GreatOutdoors]

. [BRANCH] . [COUNTRY_CODE] "]1)

Tabela 44. Wtasciwosci wezta cognosimport.

Wilasciwosci wezla

cognosimport Typ danych Opis wlasciwosci

mode Data Okresla, czy importowac dane (domyslnie), czy
Raport raporty programu Cognos.
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Tabela 44. Wtasciwosci wezta cognosimport (kontynuacja).

Wilasciwosci wezla
cognosimport

Typ danych

Opis wlasciwosci

cognos_connection

["string" flag, "string",
"string" ,"string"]

Wtasciwos¢ zawierajaca liste informacji o
potaczeniu z serwerem Cognos. Obowiazuje

format: [ "namespace”, "tm1_ username”,
"password"]

gdzie:

Cognos_server_URL to adres URL serwera
Cognos zawierajacego zrodto.

login_mode okresla, czy jest uzywane logowanie
anonimowe, i ma wartos¢ true lub false; jesli ta
wlasciwos¢ jest ustawiona na true, to wymienione
ponizej pola nalezy ustawi¢ na "

namespace okresla dostawcg uwierzytelniania
uzywanego do logowania si¢ na serwerze.
username i password to nazwa uzytkownika i
hasto uzywane do logowania na serwerze Cognos.

Zamiast login_mode dostepne sa takze

nastgpujace tryby:

» anonymousMode. Na przyktad:
['Cognos_server_url’, "anonymousMode’,

"namespace”, "username”, "password"]

» credentialMode. Na przyktad:
[Cognos_server_url’, credentialMode’,

"namespace”, "username”, "password"]

 storedCredentialMode. Na przyktad:
['Cognos_server_url’,
’storedCredentialMode’,
"stored_credential_name"]

Gdzie stored_credential_name jest nazwa
danych uwierzytelniajacych Cognos w
repozytorium.

cognos_package_name

string

Sciezka i nazwa pakietu Cognos, z ktérego
importowane sa obiekty danych, na przyktad:
/Public Folders/GOSALES

Uwaga: Dozwolone sa tylko ukosniki zwykle
(nie odwrotne).

cognos_items

["field","field", ..., "field"]

Nazwa jednego lub wigkszej liczby obiektow
danych do zaimportowania. Format wartosci field
to [namespace].[query_subject].[query_item]

cognos_filters field Nazwa jednego lub wigkszej liczby filtroéw, ktére
nalezy zastosowac przed zaimportowaniem
danych.

cognos_data_parameters list Wartos$ci parametrow pytan o dane. Pary

nazwa-wartos$¢ sa ujete w nawiasy kwadratowe,
poszczegdlne pary oddzielone sa od siebie
przecinkami, natomiast caty tancuch jest ujety w
nawiasy kwadratowe.

Format:
[["parami", "value"),...,["paramN", "value"]]
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Tabela 44. Wtasciwosci wezta cognosimport (kontynuacja).

Wilasciwosci wezla

cognosimport Typ danych

Opis wlasciwosci

cognos_report_directory field

Sciezka (w srodowisku) Cognos folderu lub
pakietu, z ktorego maja by¢ importowane raporty,
na przyktad:

/Public Folders/GOSALES

Uwaga: Dozwolone sa tylko ukosniki zwykte
(nie odwrotne).

cognos_report_name field

Sciezka i nazwa raportu do zaimportowania w
lokalizacji raportow.

cognos_report_parameters list

Wartosci parametrow raportu. Pary nazwa-wartos¢
sa ujete w nawiasy kwadratowe, poszczegdlne
pary oddzielone sa od siebie przecinkami,
natomiast caly tancuch jest ujgty w nawiasy
kwadratowe.

Format:
[["paramli", "value"),...,["paramN", "value"]]

Wiasciwosci wezta databasenode

¢ _ Wezet Baza danych umozliwia importowanie danych z réznych innych pakietoéw za posrednictwem
| @ ODBC (Open Database Connectivity), np. Microsoft SQL Server, Db2, Oracle inne.

e

Przyktad
import modeler.api

stream = modeler.script.stream()

node = stream.create("database", "My node")
node.setPropertyValue("mode", "Table")
node.setPropertyValue("query", "SELECT * FROM drugln")
node.setPropertyValue("datasource", "Drugln db")
node.setPropertyValue("username", "spss")
node.setPropertyValue("password", "spss")
node.setPropertyValue("tablename", "spss")

Tabela 45. Wtasciwosci wezta databasenode

Wiasciwosci wezla databasenode Typ danych Opis wlasciwosci
mode Table Okresl wartos$¢ Table, aby taczy¢ sig z tabela bazy
Query danych w oparciu o ustawienia wybierane w oknie

dialogowym, albo okresl warto$¢ Query, aby
skierowa¢ zapytanie SQL do wybranej bazy danych.

datasource string Nazwa bazy danych (patrz takze uwaga ponizej).

username string Szczegodty potaczenia z baza danych (patrz takze
uwaga ponizej).

password string
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Tabela 45. Wtasciwosci wezta databasenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla databasenode Typ danych Opis wlasciwosci
credential string Nazwa danych uwierzytelniajacych zapisana w
komponencie IBM SPSS Collaboration and
Deployment Services. Mozna jej uzy¢ zamiast
wlasciwosci username i password. Nazwa
uzytkownika i hasto w danych uwierzytelniajacych
musza zgadzac si¢ z nazwa uzytkownika i hastem
wymaganymi do uzyskania dostgpu do bazy danych.
use_credential Ustaw na True albo False.
epassword string Okresla hasto kodowane, bedace alternatywa dla
hasta wpisanego na state w skrypcie.
Wigcej informacji mozna znalez¢ w temacie
[*Generowanie hasta kodowanego” na stronie 52| Ta
wlasciwos¢ w czasie wykonywania jest dostgpna
tylko do odczytu.
tablename string Nazwa tabeli, do ktorej cheesz uzyskac dostgp.
strip_spaces None Opcje odrzucania spacji wiodacych i koncowych w
Left fancuchach.
Right
Both
use_quotes AsNeeded Okresl, czy w zapytaniach wysytanych do bazy
Always danych nazwy tabel i kolumn maja by¢ ujmowane w
Never cudzystow (na przyktad, jesli zawieraja spacje lub
znaki interpunkcyjne).
query string Okresla kod SQL zapytania, ktére ma zostaé¢

wystane.

Uwaga: Jesli nazwa bazy danych (we wlasciwosci datasource) zawiera jedna lub wiecej spacji, kropek lub znakow
podkreslenia, mozna uzy¢ formatu z ukosnikiem odwrotnym i cudzystowem, aby potraktowac ja jako tancuch. Na
przyktad: "{\"db2v9.7.6_linux\"}" lub: "{\"TDATA 131\"}". Ponadto warto$ci tancuchow datasource zawsze ujmuj w
cudzystowy i nawiasy szescienne, tak jak w ponizszym przyktadzie: "{(\"SQL Server\",spssuser,abcd1234,false}".

Uwaga: Jesli nazwa bazy danych (we wlasciwosci datasource) zawiera spacje, to zamiast odrebnych wiasciwosci
datasource, username i password mozna uzy¢ jednej wlasciwosci datasource w nastepujacym formacie:

Tabela 46. Wiasciwosci wezta databasenode — charakterystyczne dla Zrédta danych

Wilasciwosci wezla databasenode

Typ danych

Opis wlasciwosci

datasource

string

Format:
[database_name,username,password[,true |
false]]

Ostatni parametr jest uzywany z hastami
zaszyfrowanymi. Jesli ma warto$¢ true, hasto
zostanie zdeszyfrowane przed uzyciem.

Tego formatu nalezy uzywac takze w przypadku zmiany zrédta danych; jesli jednak cheesz zmienié tylko nazwe
uzytkownika lub hasto, mozesz uzy¢ wlasciwosci username lub password.
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Wiasciwosci wezta datacollectionimportnode

Wezet Import danych z Data Collection importuje dane ankietowe oparte na modelu danych Data
Collection uzywanym w oprogramowaniu do badan rynku. Aby mozliwe byto korzystanie z tego wezta,
konieczne jest zainstalowanie programu Data Collection Data Library.

Przyktad

node = stream.create("datacollectionimport", "My node")
node.setPropertyValue("metadata_name", "mrQvDsc")

node.setPropertyValue("metadata_file", "C:/Program Files/IBM/SPSS/DataCollection/DDL/Data/
Quanvert/Museum/museum.pkd")

node.setPropertyValue("casedata_name", "mrQvDsc")
node.setPropertyValue("casedata_source type", "File")
node.setPropertyValue("casedata_file", "C:/Program Files/IBM/SPSS/DataCollection/DDL/Data/
Quanvert/Museum/museum.pkd")

node.setPropertyValue("import_system variables", "Common")

node.setPropertyValue("import multi_response", "MultipleFlags")

Tabela 47. Wiasciwosci wezta datacollectionimportnode

Wiasciwosci wezla
datacollectionimportnode Typ danych Opis wlasciwosci

metadata_name string Nazwa MDSC. Wartos¢ specjalna
DimensionsMDD oznacza, ze ma by¢ uzywany
standardowy dokument metadanych Data Collection.
Do innych mozliwych wartosci naleza:
mrADODsc

mrl2dDsc

mrLogDsc

mrQdiDrsDsc

mrQvDsc

mrSampleReportingMDSC

mrSavDsc

mrSCDsc

mrScriptMDSC

Wartos¢ specjalna none oznacza brak MDSC.

metadata_file string Nazwa pliku, w ktérym sa przechowywane
metadane.

casedata_name string Nazwa CDSC. Do mozliwych wartosci naleza:
mrADODsc
mrl2dDsc
mrLogDsc
mrPunchDSC
mrQdiDrsDsc
mrQvDsc
mrRdbDsc2
mrSavDsc
mrScDSC
mrXmlDsc

Wartos¢ specjalna none oznacza brak CDSC.
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Tabela 47. Wtasciwosci wezta datacollectionimportnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

datacollectionimportnode Typ danych Opis wlasciwosci
casedata_source_type Unknown Okresla typ zrodta CDSC.
File
Folder
uDL
DSN
casedata_file string Gdy wilasciwo$¢ casedata_source_type ma
wartos¢ File, okre$la plik zawierajacy dane
obserwacji.
casedata_folder string Gdy wiasciwos¢ casedata_source_type ma
warto$¢ Folder, okresla folder zawierajacy dane
obserwacji.
casedata_udl_string string Gdy casedata_source_type ma warto$¢ UDL,
okresla tancuch potaczenia OLD-DB dla zrodta
danych zawierajacego dane obserwacji.
casedata_dsn_string string Gdy casedata_source_type ma wartos¢ DSN,
okresla tancuch potaczenia ODBC dla zrodta
danych.
casedata_project string W przypadku odczytu z bazy danych Data
Collection mozna wprowadzi¢ nazwe projektu. W
przypadku wszystkich innych typow danych
obserwacji to ustawienie powinno pozostac puste.
version_import_mode All Definiuje sposob obstugi wersji.
Latest
Specify
specific_version string Gdy version_import_mode ma wartos¢ Specify,
okresla wersjg danych obserwacji do
zaimportowania.
use_language string Okresla, czy maja by¢ uzywane etykiety we
wskazanym jezyku.
language string Jesli use_language ma warto$¢ true, okresla kod
jezyka, ktory ma by¢ uzywany przy importowaniu.
Kod jezyka powinien by¢ jednym z dostgpnych w
danych obserwacji.
use_context string Okresla, czy nalezy zaimportowaé konkretny
kontekst. Konteksty stuza do réznicowania opisow
zwiazanych z odpowiedziami.
context string Jesli use_context ma wartos¢ true, definiuje
kontekst do zaimportowania. Kontekst powinien by¢
jednym z dostepnych w danych obserwacji.
use_label _type string Okresla, czy nalezy zaimportowa¢ konkretny typ
etykiet.
label_type string Jesli use_label_type ma wartos¢ true, definiuje typ
etykiet do zaimportowania. Typ etykiet powinien
by¢ jednym z dostgpnych w danych obserwacji.
user_id string W przypadku baz danych wymagajacych jawnego
logowania mozna podac¢ identyfikator uzytkownika i
hasto dostgpu do zrodta danych.
password string
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Tabela 47. Wiasciwosci wezta datacollectionimportnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
datacollectionimportnode Typ danych Opis wlasciwosci
import_system_variables Common Okresla, ktore zmienne systemowe beda
None importowane.
All
import_codes_variables flag
import_sourcefile_variables flag
import_multi_response MultipleFlags
Single

Wiasciwosci wezta dataviewimport

o Wezet Dane importuje dane z obiektu Data View do programu IBM SPSS Modeler.

Przyktad
stream = modeler.script.stream()

dvnode = stream.createAt("dataviewimport", "Data View", 96, 96)
dvnode.setPropertyValue("analytic_data_source",
["","/folder/adv", "LATEST"])
dvnode.setPropertyValue("table_name", ["","com.ibm.spss.Table"])
dvnode.setPropertyValue("data_access_plan",
["","DataAccessPlan"])

dvnode.setPropertyValue("optional attributes",
[["","NewDerivedAttribute"]])
dvnode.setPropertyValue("include xm1", True)
dvnode.setPropertyValue("include_xml_field", "xml_data")

Tabela 48. wtasciwosci wezta dataviewimport

Wilasciwosci wezla dataviewimport Typ danych Opis wlasciwosci

analytic_data_source string Obiekt Analytic Data View przechowywany w
programie IBM SPSS Collaboration and Deployment
Services. Nazwa $ciezki i etykieta wersji, ktora ma
by¢ uzywana.

["Object ID","Full path", "Version"]

table_name string Tabela widoku danych uzywana w obiekcie Analytic
Data View. Nazwa tabeli musi by¢ kwalifikowana
nazwa pakietu.Pakiet mozna uzyskac, eksportujac
dane BOM z klienta IBM SPSS Collaboration and
Deployment Services Deployment Manager i
analizujac zawartos¢ pliku default.bom w
wyeksportowanym archiwum ZIP. Nazwa pakietu
powinna by¢ zawsze taka sama, chyba ze dane BOM
wyeksportowano z pliku IBM Operational Decision
Management (iLOG).

["Object ID", "Name"]
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Tabela 48. wtasciwosci wezta dataviewimport (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla dataviewimport

Typ danych

Opis wlasciwosci

data_access_plan

string

Plan dostepu do danych dostarczajacy dane dla
obiektu Analytic Data View.
["Object ID", "Name"]

optional_attributes

string

Lista atrybutow wywiedzionych, ktore maja by¢
uwzglednione.
[["ID1","Name1"], ['ID2", "Name2"]]

include_xml

boolean

True, jesli ma by¢ uwzglednione pole z danymi
instancji XOM. Zalecane jest ustawienie false,
chyba ze uzywane sa wezty programu IBM
Analytical Decision Management iLOG. Wlaczenie
tej opcji moze spowodowac istotne zwigkszenie
narzutu przetwarzania.

include_xml_field

string

Nazwa zmiennej, ktéra ma zosta¢ dodana, gdy
wiasciwos¢ include_xml jest ustawiona na true.

Wiasciwosci wezta excelimportnode

Wezet Excel importuje dane z programu Microsoft Excel zapisane w pliku w formacie .xIsx. Zrédto

-'.-E_I_Egl._'" danych ODBC nie jest wymagane.

Przyktady

#Aby

node

node.
node.
node.
node.
node.

#Aby

node

node.
node.
node.
node.
node.
node.

uzyt zakresu nazwanego:

= stream.create("excelimport", "My node")
setPropertyValue("excel file_type", "Excel2007")
setPropertyValue("full _filename", "C:/drug.x1sx")
setPropertyValue("use_named_range", True)
setPropertyValue("named_range", "DRUG")
setPropertyValue("read field _names", True)

jawnie okresS1ic¢ zakres:

= stream.create("excelimport", "My node")
setPropertyValue("excel file_type", "Excel2007")
setPropertyValue("full_filename", "C:/drug.x1sx")
setPropertyValue("worksheet mode", "Name")
setPropertyValue("worksheet name", "Drug")
setPropertyValue("explicit_range start", "Al")
setPropertyValue("explicit_range_end", "F300")

Tabela 49. Wtasciwosci wezta excelimportnode.

Wilasciwosci wezla excelimportnode Typ danych Opis wlasciwosci

excel_file_type Excel2007

full_filename string Pelna nazwa pliku wraz ze $Sciezka.

use_named_range Boolean Okresla, czy ma by¢ uzywany wezet nazwany.
Wartos¢ true powoduje, ze zakres do odczytu
okreslany jest na podstawie wlasciwosci
named_range, a pozostate ustawienia dotyczace
arkusza i zakresu danych sa ignorowane.

named_range string

87

Rozdziat 9. Wiasciwosci weztow zrodtowych




Tabela 49. Wiasciwosci wezta excelimportnode (kontynuacja).

ExplicitRange

Wilasciwosci wezla excelimportnode Typ danych Opis wlasciwosci
worksheet_mode Index Okresla, czy arkusz jest wskazany przez numer, czy
Name nazwe.
worksheet_index integer Numer arkusza do odczytania, liczony od 0 (0 to
pierwszy arkusz, 1 to drugi arkusz itd.).
worksheet_name string Nazwa arkusza do odczytania.
data_range_mode FirstNonBlank Okresla sposob ustalania zakresu.

blank_rows

StopReading
ReturnBlankRows

Gdy data_range_mode ma warto$¢
FirstNonBlank, okresla sposob traktowania pustych
wierszy.

explicit_range_start string Gdy data_range_mode ma wartos$¢ ExplicitRange,
okresla punkt poczatkowy odczytywanego zakresu.

explicit_range_end string

read_field_names Boolean Okresla, czy pierwszy wiersz okre$lonego zakresu

zawiera nazwy zmiennych (kolumn).

Wiasciwosci wezta extensionimportnode

R

Python for Spark — przyktad

#### przyktad skryptu w jezyku Python for Spark

import modeler.api
stream = modeler.script.stream()

Dzigki wezlowi importowania przez rozszerzenie mozna
uruchomi¢ skrypty R Iub Python for Spark w celu importu

danych.

node = stream.create("extension_importer", "extension_importer")
node.setPropertyValue("syntax_type", "Python")

P)’thon_5cr1pt — uun
import spss.pyspark
from pyspark.sql.types import *

cxt = spss.pyspark.runtime.getContext()

_schema = StructType([StructField('id', LongType(), nullable=False), \
StructField('age', LongType(), nullable=True), \

StructField('Sex', StringType(), nullable=True), \
StructField('BP', StringType(), nullable=True), \
StructField('Cholesterol', StringType(), nullable=True), \
StructField('K', DoubleType(), nullable=True), \

StructField('Na', DoubleType(), nullable=True), \
StructField('Drug', StringType(), nullable=True)])

if cxt.isComputeDataModelOnly():

cxt.setSparkQutputSchema(_schema)

else:
df = cxt.getSparkInputData()
if df is None:
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druglList=[(1,23,'F',"HIGH', 'HIGH',0.792535,0.031258, 'drugY'), \
(2,47,'M','LOW', "HIGH',0.739309,0.056468, 'drugC'),\

(3,47,'M',"'LOW',"HIGH',0.697269,0.068944, 'drugC'),\
(4,28,"'F',"'NORMAL', 'HIGH',0.563682,0.072289, 'drugX'),\
(5,61,'F',"'LOW',"HIGH',0.559294,0.030998, 'drugY"'),\
(6,22,'F',"'NORMAL', 'HIGH',0.676901,0.078647, 'drugX'),\
(7,49,'F',"'NORMAL', 'HIGH',0.789637,0.048518, 'drugY'),\
(8,41,'M','LOW',"HIGH',0.766635,0.069461, 'drugC'),\
(9,60,'M', 'NORMAL', 'HIGH',0.777205,0.05123, 'drugY'),\
(10,43,'M',"LOW', 'NORMAL',0.526102,0.027164, 'drugY')]

sqlcxt = cxt.getSparkSQLContext ()

rdd = cxt.getSparkContext().parallelize(druglList)

print 'pyspark read data count = '+str(rdd.count())

df = sqlcxt.createDataFrame(rdd, _schema)

cxt.setSparkOutputData(df)

node.setPropertyValue("python_syntax", python_script)

Przykiad w jezyku R

#### przyktad skryptu w jezyku R
node.setPropertyValue("syntax_type", "R")

R _script = """# '"JSON Import' Node v1.0 for IBM SPSS Modeler
# Pakiet 'RJSONIO' utworzony przez Duncan Temple Lang - http://cran.r-project.org/web/packages/RJSONIO
# Pakiet 'plyr' utworzony przez Hadley Wickham http://cran.r-project.org/web/packages/plyr
# Programista wezta: Danil Savine - IBM Extreme Blue 2014
# Opis: Wezet ten umozliwia zaimportowanie do oprogramowania SPSS tabeli danych z oprogramowania JSON.
# Instalacja funkcji dla pakietow
packages <- function(x){
x <- as.character(match.call()[[2]])
if (!require(x,character.only=TRUE)) {
install.packages(pkgs=x,repos="http://cran.r-project.org")
require(x,character.only=TRUE)
}
}
# pakiety
packages (RJSONIO)
packages (plyr)
### Niniejsza funkcja stuzy do automatycznego generowania modelu danych
getMetaData <- function (data) {
if (dim(data)[1]<=0) {

print("Warning : modelerData has no Tine, all fieldStorage fields set to strings")
getStorage <- function(x){return("string")}

} else {

getStorage <- function(x) {
res <- NULL
#jes1i x jest czynnikiem, typeof zwrdci liczbe catkowita, co pozwala dodatkowo zajac sie tym przypadkiem
if(is.factor(x)) {
res <- "string"
} else {
res <- switch(typeof(unlist(x)),
integer = "integer",
double = "real",
character = "string",
"string")

return (res)

}
}

col = vector("1ist", dim(data)[2])
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for (i in 1:dim(data)[2]) {
col[[i]] <- c(fieldName=names(data[i]),

fieldLabel="",
fieldStorage=getStorage(data[i]),
fieldMeasure="",
fieldFormat="",
fieldRole="")

}

mdm<-do.call(chind,col)

mdm<-data. frame (mdm)

return(mdm)

}
# Z JSON do Tisty
txt <- readlLines('C:/test.json')
formatedtxt <- paste(txt, collapse = '')
json.list <- fromJSON(formatedtxt)
# Stosowanie Sciezki do json.list
if(strsplit(x="true', split='
' ,fixed=TRUE) [[1]1]11[1]) {
path.list <- unlist(strsplit(x='id_array', split="',"'))
i=1
while(i<length(path.Tist)+1){
if(is.null(getElement(json.list, path.Tist[i]))){
json.list <- json.list[[1]]
Jelse{
json.list <- getElement(json.list, path.Tist[i])
i<- i+l
}
1
}
# Z listy do dataframe za poSrednictwem unlisted json spoza listy
i<-1
filled <- data.frame()
while(i < length(json.Tist)+ 1){
unlisted.json <- unlist(json.list[[i]])
to.fill <- data.frame(t(as.data.frame(unlisted.json, row.names = names(unlisted.json))), stringsAsFactors=FALSE)
filled <- rbind.fill1(filled,to.fil1)
i<- 1+
1
# Eksport to SPSS Modeler Data
modelerData <- filled
print(modelerData)
modelerDataModel <- getMetaData(modelerData)
print (modelerDataModel)

node.setPropertyValue("r_syntax", R_script)

Tabela 50. Wiasciwosci wezta extensionimportnode

Wiasciwosci wezla extensionimportnode Typ danych Opis wlasciwosci
syntax_type R Okresla, ktory skrypt ma by¢ wykonany
Python —R lub Python (domyslnie R).
r_syntax string Komendy skryptu R do uruchomienia.
python_syntax string Komendy skryptu Python do
uruchomienia.
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Wiasciwosci wezta fixedfilenode

y . Wezet Plik kolumnowy importuje dane z plikow tekstowych ze statymi polami — czyli z plikow, w

[ | ktérych pola nie sa separowane, ale rozpoczynaja si¢ w tym samym miejscu i maja stala dtugos¢. Dane

. 7 wygenerowane maszynowo lub pochodzace ze starszych wersji czgsto sa zapisywane w formacie ze
stalymi polami.

Przyktad

node

node.
node.
node.
node.

12,

node.
node.

= stream.create("fixedfile", "My node")

setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/DRUG1n")

setPropertyValue("record len", 32)

setPropertyValue("skip_header", 1)

setPropertyValue("fields", [["Age", 1, 3], ["Sex", 5, 7], ["BP", 9, 10], ["Cholesterol",
22], ["Na", 24, 25], ["K", 27, 27], ["Drug", 29, 32]])
setPropertyValue("decimal_symbol", "Period")

setPropertyValue("1ines_to_scan", 30)

Tabela 51. Wiasciwosci wezta fixedfilenode

Wiasciwosci wezla fixedfilenode Typ danych Opis wlasciwosci
record_len number Okresla liczbe znakéw w kazdym rekordzie.
line_oriented flag Powoduje pomijanie znaku nowego wiersza na
koncu kazdego rekordu.
decimal_symbol Default Typ separatora dziesigtnego, jaki jest uzywany w
Comma zrodle danych.
Period
skip_header number Okresla liczbe wierszy do zignorowania na poczatku
pierwszego rekordu. Opcja przydatna do pomijania
naglowkow kolumn.
auto_recognize_datetime flag Okresla, czy daty lub godziny maja by¢
automatycznie rozpoznawane w danych zrédtowych.
lines_to_scan number
fields list Wiasciwos$¢ ustrukturyzowana.
full_filename string Pelna nazwa pliku do odczytania, wraz ze sciezka do
katalogu.
strip_spaces None Powoduje odrzucanie spacji wiodacych i koncowych
Left z importowanych tancuchow.
Right
Both
invalid_char_mode Discard Powoduje usuwanie niepoprawnych znakéw (null, 0
Replace i dowolnych znakéw nieistniejacych w biezacym
systemie kodowania) z danych wejsciowych lub
zastgpowanie niepoprawnych znakow okreslonym
symbolem jednoznakowym.
invalid_char_replacement string
use_custom_values flag
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Tabela 51. Wtasciwosci wezta fixedfilenode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla fixedfilenode

Typ danych

Opis wlasciwosci

custom_storage

Unknown
String
Integer
Real

Time

Date
Timestamp

custom_date_format

"DDMMYY"
"MMDDYY"
"YYMMDD"
"YYYYMMDD"
"YYYYDDD"
DAY

MONTH
"DD-MM-YY"
"DD-MM-YYYY"
"MM-DD-YY"
"MM-DD-YYYY"
"DD-MON-YY"
"DD-MON-YYYY"
"YYYY-MM-DD"
"DD.MM.YY"
"DD.MM.YYYY"
"MM.DD.YY"
"MM.DD.YYYY"
"DD.MON.YY"
"DD.MON.YYYY"
"DD/MM/YY"
"DD/MM/YYYY"
"MM/DD/YY"
"MM/DD/YYYY"
"DD/MON/YY"
"DD/MON/YYYY"
MMM RRRR

g Q RRRR

ww WKYYYY

Ta wlasciwos¢ ma zastosowanie tylko wtedy, gdy
okreslono niestandardowy typ sktadowania.

custom_time_format

"HHMMSS"
"HHMM"
"MMSS"
"HH:MM:SS"
"HH:MM"
"MM:SS"
"(H)H:(M)M:(S)S"
"(H)H:(M)M"
"(M)M:(S)S"
"HH.MM.SS"
"HH.MM"
"MM.SS"
"(H)H.(M)M.(S)S"
"(H)H.(M)M"
"(M)M.(S)S"

Ta wlasciwos¢ ma zastosowanie tylko wtedy, gdy
okreslono niestandardowy typ sktadowania.

custom_decimal_symbol

field

Ta whasciwos¢ ma zastosowanie tylko wtedy, gdy
okreslono niestandardowy typ sktadowania.

encoding

StreamDefault
SystemDefault
"UTF-8"

Okresla metode kodowania tekstu.
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Wiasciwosci wezta gsdata_import

’ 1 Wezet zrodtowy danych geoprzestrzennych umozliwia przeniesienie danych z mapy lub danych
[ ‘ przestrzennych do sesji eksploracji danych.

Tabela 52. Wtasciwosci wezta gsdata_import

Wiasciwosci wezla gsdata_import Typ danych Opis wlasciwosci

full_filename string Sciezka do pliku .shp, ktory ma zostaé zatadowany.

map_service_URL string Adres URL ustugi mapowej, z ktora nalezy sig potaczyc.

map_name string Tylko jesli uzywana jest wartos¢ map_service_URL;
zawiera strukturg folderdw ustugi mapowej na
najwyzszym poziome.

Wiasciwosci wezta jsonimportnode

Wezet zrodtowy JSON importuje dane z pliku JSON. Wigcej informacji mozna znalezé w

Tabela 53. Wiasciwosci jsonimportnode

wlasciwosci jsonimportnode Typ danych Opis wlasciwosci

full_filename string Pelna nazwa pliku wraz ze $Sciezka.

string_format records Okresl format fanicucha JSON. Warto$¢ domyslna to
values records.

Wiasciwosci wezta sasimportnode

Wezet importu SAS importuje dane SAS do programu IBM SPSS Modeler.

Przyktad

node

node.
node.
node.
node.

node

= stream.create("sasimport", "My node")
setPropertyValue("format", "Windows")

setPropertyValue("full _filename", "C:/data/retail.sas7bdat")
setPropertyValue("member name", "Test")
setPropertyValue("read formats", False)

.setPropertyVa]ue("fu]1:format_f11ename", "Test")
node.

setPropertyValue("import_names", True)
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Tabela 54. Wtasciwosci wezta sasimportnode.

Wilasciwosci wezla sasimportnode Typ danych Opis wlasciwosci
format Windows Format pliku do zaimportowania.
UNIX
Transport
SAS7
SASS8
SAS9
full_filename string Pelna nazwa pliku wraz ze $ciezka.
member_name string Okresla element, ktory ma by¢ importowany z
okreslonego pliku transportu SAS.
read_formats flag Odczytuje formaty danych (np. etykiety zmiennych)
z okreslonego pliku formatu.
full_format_filename string
import_names NamesAndLabels Okres$la metode odwzorowywania nazw zmiennych i
LabelsasNames etykiet przy importowaniu.

Wtasciwosci wezla simgennode

Wezet Symulacje Generowanie zapewnia tatwy sposob na wygenerowanie danych objetych symulacja —

B od podstaw, korzystajac z rozkladéw statystycznych okreslonych przez uzytkownika lub automatycznie,
korzystajac z rozktadow uzyskanych po uruchomieniu wezta Symulacje Dopasowanie dla istniejacych
danych historycznych. Jest to przydatne, kiedy ma zosta¢ przeprowadzona ocena wyniku modelu
predykcyjnego przy braku pewnosci dla danych wejsciowych modelu.

Tabela 55. Wtasciwosci wezta simgennode.

Wiasciwosci wezla simgennode Typ danych Opis wlasciwosci

fields Wihasciwos¢ ustrukturyzowana | Patrz przyktad

korelacje Wihasciwos¢ ustrukturyzowana | Patrz przyktad

keep_min_max_setting boolean

refit_correlations boolean

max_cases integer Wartos¢ minimalna to 1000, wartos¢
maksymalna to 2147483647

create_jteration_field boolean

iteration_field_name string

replicate_results boolean

random_seed integer

parameter_xml string Zwraca dane Xml parametru jako tancuch.

Przyktady zmiennych

Jest to ustrukturyzowany parametr wezta o nastgpujacej sktadni:

simgennode.setPropertyValue("fields", [

[fieldl, storage, locked, [distributionl], min, max],
[field2, storage, locked, [distribution2], min, max],
[field3, storage, locked, [distribution3], min, max]

1)
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distribution jest deklaracja nazwy rozktadu, po ktorej nastepuje lista zawierajaca pary nazw i warto$ci atrybutdw.
Kazdy rozktad jest zdefiniowany w nastepujacy sposob:

[distributionname, [[parl], [par2], [par3]]]

simgennode = modeler.script.stream().createAt("simgen", u"Sim Gen", 726, 322)
simgennode.setPropertyValue("fields", [["Age", "integer", False, ["Uniform",[["min","1"],["max","2"]1]1], "", ""11)

Na przyktad, aby utworzy¢ wezet generujacy jedna zmienna o rozktadzie dwumianowym, mozna uzy¢ nastgpujacego
kodu:

simgen_nodel = modeler.script.stream().createAt("simgen", u"Sim Gen", 200, 200)
simgen_nodel.setPropertyValue("fields", [["Education", "Real", False, ["Binomial", [["n", 32],
[Ilprobll’ 0.7]]], IIII, IIII]])

Rozktad dwumianowy ma 2 parametry: n i prob. Poniewaz w rozktadzie dwumianowym nie stosuje si¢ wartosci
minimalnych ani maksymalnych, sa one przekazywane jako puste tancuchy.

Uwaga: Wiasciwosci distribution nie mozna nada¢ warto$ci bezposrednio; uzywa sig jej tacznie z wlasciwoscia

fields.

Nastepujace przyktady ilustruja wszystkie mozliwe typy rozktadu: Nalezy zwrdci¢ uwagge, ze prog jest wprowadzany
jako thresh zaréwno w NegativeBinomialFailures, jak i w NegativeBinomialTrial.

stream = modeler.script.stream()
simgennode = stream.createAt("simgen", u"Sim Gen", 200, 200)

beta_dist = ["Fieldl", "Real", False, ["Beta",[["shapel","1"],["shape2","2"]]], "", ""]

binomial_dist = ["Field2", "Real", False, ["Binomial",[["n" ,"1"],["prob","1"111, "", ""]

categorical_dist = ["Field3", "String", False, ["Categorical", [["A",0.3],["B",0.5],["C",0.2]]], "", ""]

d.lce_d.lst = I:IIF.ie'|d4II, IIRea]", Fa]Se, [IID.iCeII, [[Illll ,"0-5"],["2","0-5"]]], IIII, IIII]

exponential_dist = ["Field5", "Real", False, ["Exponential®, [["scale","1"]1], "", ""]

fixed_dist = ["Field6", "Real", False, ["Fixed", [["value","1" 111, "", ""]

gamma_dist = ["Field7", "Real", False, ["Gamma", [["scale","1"],["shape"," 1"]11, "", ""]

Tognormal_dist = ["Field8", "Real", False, ["Lognormal", [["a","1"],["b","1" ]11, "", ""]

negbinomialfailures_dist = ["Field9", "Real", False, ["NegativeBinomialFailures",[["prob","0.5"],["thresh","1"]]1], "", ""]
negbinomialtrial_dist = ["Field1", "Real”, False, ["NegativeBinomialTrials",[["prob","0.2"],["thresh","1"]]], "", ""]
normal_dist = ["Fieldll", "Real", False, ["Normal", [["mean","1"] ,["stddev","2"]111, "", ""]

poisson_dist = ["Fieldl2", "Real", False, ["Poisson", [["mean","1"]]], "", ""]

range_dist = ["Field13", "Real", False, ["Range", [["BEGIN","[1,3]"] ,["END","[2,4]"],["PROB","[[0.5],[0.5]1"]1], "", ""]
triangular_dist = ["Field14", "Real", False, ["Triangular", [["min","0"],["max","1"],["mode","1"]1]], "", ""]

uniform dist = ["Fieldl5", "Real", False, ["Uniform", [["min","1"],["max","2"]1], "", ""]

weibull_dist = ["Field16", "Real", False, ["Weibull", [["a","0"],["b","1 "],["c","1"11], "", ""]

simgennode.setPropertyValue("fields", [\
beta_dist, \

binomial_dist, \
categorical_dist, \
dice_dist, \
exponential_dist, \
fixed_dist, \

gamma_dist, \
Tognormal_dist, \
negbinomialfailures_dist, \
negbinomialtrial_dist, \
normal_dist, \
poisson_dist, \

range_dist, \
triangular_dist, \
uniform_dist, \
weibull_dist

1

Przyktad korelaciji

Jest to ustrukturyzowany parametr wezta o nastgpujacej sktadni:

simgennode.setPropertyValue("correlations", [
[fieldl, field2, correlation],
[fieldl, field3, correlation],
[field2, field3, correlation]

1)
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Correlation moze by¢ dowolna wartoscia spomiedzy +1 a -1. Mozna okresli¢ dowolna liczbe korelacji. Wszelkim
nieokreslonym korelacjom jest przypisywane zero. Jesli jakiekolwiek zmienne sa nieznane, warto$¢ korelacji powinna
by¢ okreslona w macierzy (tabeli) korelacji i jest wyswietlana na czerwono. Gdy istnieja nieznane zmienne, nie jest
mozliwe wykonanie wezta.

Wiasciwosci wezta statisticsimportnode

B Wezel Plik IBM SPSS Statistics odczytuje dane z pliku w formacie .sav uzywanym przez produkt IBM
SPSS Statistics, a takze z plikow pamigci podrecznej zapisanych w programie IBM SPSS Modeler,
ktérych format jest identyczny.

Whasciwosci tego wezta sa opisane w sekcji[Wiasciwosci wezta statisticsimportnode” na stronie 339|

Wiasciwosci wezta tm1odataimport

) Wezet zrédtowy IBM Cognos TM1 importuje dane z baz danych Cognos TM1.

Tabela 56. Wtasciwosci wezta tm1odataimport

Wilasciwosci wezla tm1odataimport Typ danych Opis wlasciwosci

admin_host string Adres URL dla nazwy hosta interfejsu API REST.

server_name string Nazwa serwera TM1 wybranego z admin_host.

credential_type inputCredential lub Stuzy do wskazywania typu informacji autoryzacyjnych.
storedCredential

input_credential list Jesli parametr credential_type ma wartosc¢

inputCredential, nalezy poda¢ nazwe domeny, nazwe
uzytkownika i hasto.

stored_credential_name string Jesli parametr credential_type ma wartos¢
storedCredential, nalezy poda¢ nazwg referencji na
serwerze C&DS.

selected_view ["field" "field"] Wihasciwo$¢ zawierajaca listg informacji o wybrane;j

kostce TM1 i nazweg widoku kostki, z ktorego dane maja
by¢ importowane do programu SPSS. Na przyktad:
TM1_import.setPropertyValue("selected_view",
[plan_BudgetPlan’, 'Goal Input’)

is_private_view flag Okresla, czy parametr selected_view to widok prywatny.
Wartos¢ domyslna to false.

selected_columns ["field" ] Okre$l wybrana kolumng; tylko jeden element moze by¢
okreslony.

Na przyktad: setPropertyValue("selected_columns”,
["Measures"])
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Tabela 56. Wtasciwosci wezta tm1odataimport (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla tm1odataimport Typ danych Opis wlasciwosci

selected_rows ["field" "field"] Okre$l wybrane wiersze.

Na przyktad: setPropertyValue("selected_rows",
['Dimension_1_1", "Dimension_2_1",
"Dimension_3_1", "Periods"])

Wiasciwosci wezta tm1import (zdeprecjonowanego)

) Wezet zrédlowy IBM Cognos TM1 importuje dane z baz danych Cognos TM1.

Uwaga: Ten wezet zostat zdeprecjonowany w produkcie Modeler 18.0. Nazwa skryptu wezla zamiany to
tmlodataimport.

Tabela 57. Wtasciwosci wezta tm1import.

Wilasciwosci wezta tm1import Typ danych Opis wlasciwosci

pm_host string Uwaga: Tylko dla wersji 16.01 17.0

Nazwa hosta. Na przyktad:
TM1_import.setPropertyValue("pm_host",
"http://9.191.86.82:9510/pmhub/pm’)

tm1_connection ["field","field", ... Uwaga: Tylko dla wersji 16.01 17.0
,"field"]

Wiasciwos¢ zawierajaca listg informacji o potaczeniu z
serwerem TM1. Obowiazuje format: [
"TM1_Server_Name","tm1_ username","tm1_
password"]

Na przyktad:
TM1_import.setPropertyValue("tm1_connection",

[Planning Sample’, "admin”, "apple"])

selected_view ["field" "field"] Wihasciwo$¢ zawierajaca listg informacji o wybranej
kostce TM1 i nazwg widoku kostki, z ktorego dane maja
by¢ importowane do programu SPSS. Na przyktad:
TM1_import.setPropertyValue("selected_view",
[plan_BudgetPlan’, ‘Goal Input’])

selected_column ["field" ] Okresl wybrana kolumng; tylko jeden element moze by¢
okreslony.

Na przyktad: setPropertyValue("selected_columns”,
["Measures"])

selected_rows ["field" "field"] Okresl wybrane wiersze.

Na przyktad: setPropertyValue("selected_rows",
['Dimension_1_1", "Dimension_2_1",
"Dimension_3_1", "Periods"])
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Wiasciwosci wezta twcimport

Wezet zrédtowy TWC importuje dane pogodowe z przedsigbiorstwa The Weather Company nalezacego

‘ do IBM. Mozna je wykorzysta¢ w celu uzyskania historycznych lub prognozowanych danych
pogodowych dla swojej lokalizacji. Umozliwia to tworzenie rozwiazan biznesowych opartych na danych
meteorologicznych, ktére pozwalaja podejmowac lepsze decyzje dzigki najdoktadniejszym i
najtratniejszym dostgpnym informacjom pogodowym.

Tabela 58. Wtasciwosci wezta twcimport

Wilasciwosci wezla twecimport | Typ danych Opis wlasciwosci
TWCDatalmport.latitude Real Okresla szerokos¢ geograficzna w formacie
[-90.0090.0]
TWCDatalmport.longitude Real Okresla dtugos¢ geograficzna w formacie
[-180.00180.0].
TWCDatalmport.licenseKey string Okresla klucz licencyjny uzyskany od
przedsigbiorstwa The Weather Company.
TWCDatalmport.measurment | English Okresla jednostke miary. Mozliwe wartosci to:
Unit Metric English, Metric lub Hybrid. Wartos¢ Metric jest
Hybrid wartoscia domyslna.
TWCDatalmport.dataType Historical Okresla typ wejsciowych danych pogodowych.
Forecast Mozliwe wartosci to Historical lub Forecast.

Wartos¢ Historical jest wartoscia domyslna.

TWCDatalmport.startDate Integer Jesli warto$¢ Historical zostanie okreslona dla
wlasciwosci TWCDatalmport.dataType, nalezy
okresli¢ datg rozpoczecia w formacie rrrrMMdd.

TWCDatalmport.endDate Integer Jesli warto$¢ Historical zostanie okreslona dla
wlasciwosci TWCDatalmport.dataType, nalezy
okresli¢ date koncowa w formacie rrrrMMdd.

TWCDatalmport.forecastHour |6 Jesli warto$¢ Forecast zostanie okreslona dla
12 wlasciwosci TWCDatalmport.dataType, nalezy
24 poda¢ wartos¢ 6, 12, 24 lub 48 dla godziny.
48

Wiasciwosci wezta userinputnode

g Wezel Dane niestandardowe umozliwia tatwe wygenerowanie danych sztucznych — albo od poczatku,
albo poprzez modyfikacje istniejacych danych. Jest to przydatne na przyktad do tworzenia testowego
L o zbioru danych do modelowania.

Przyktad

node = stream.create("userinput", "My node")
node.setPropertyValue("names", ["testl", "test2"])
node.setKeyedPropertyValue("data", "testl", "2, 4, 8")
node.setKeyedPropertyValue("custom storage", "testl", "Integer")
node.setPropertyValue("data_mode", "Ordered")

Tabela 59. Wiasciwosci wezta userinputnode

Wilasciwosci wezla userinputnode Typ danych Opis wlasciwosci

data
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Tabela 59. Wtasciwosci wezta userinputnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla userinputnode Typ danych Opis wlasciwosci
names Parametr ustrukturyzowany, ktory ustawia lub
zwraca listg nazw zmiennych wygenerowanych przez
wezet.
custom_storage Unknown Parametr kluczowany, ktory ustawia lub zwraca typ
String sktadowania zmienne;j.
Integer
Rea
Time
Date
Timestamp
data_mode Combined W przypadku okreslenia ustawienia Combined
Ordered generowane sa rekordy dla kazdej kombinacji
wartosci ze zbioru i warto$ci minimalnej/
maksymalnej. Liczba wygenerowanych rekordow
jest rowna iloczynowi liczby wartosci w kazdej
zmiennej. W przypadku okreslenia ustawienia
Ordered z kazdej kolumny dla kazdego rekordu
wybierana jest jedna warto$¢ w celu wygenerowania
wiersza danych. Liczba wygenerowanych rekordow
jest rowna najwigkszej liczbie wartosci powiazanych
ze zmienna. Wszelkie zmienne z mniejsza liczba
wartosci danych musza by¢ uzupetlnione wartosciami
null.
values Uwaga: Ta wlasciwos$c¢ jest nieaktualna i zostala
zastapiona przez wlasciwos¢ userinputnode.data;
nie nalezy jej juz uzywac.

Wiasciwosci wezta variablefilenode

Wezet Plik zmienny odczytuje dane z plikéw tekstowych o formacie swobodnym, tj. plikow, ktorych

: = rekordy zawieraja stata liczbg zmiennych ale o rdznej liczbie znakoéw. Wezel tego typu jest roOwniez
przydatny w przypadku zmiennych z tekstem nagtéwka o ustalonej dlugosci i niektorych typow adnotacji.

Przyktad

node

node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.

= stream.create("variablefile", "My node")
setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/DRUG1n")
setPropertyValue("read field _names", True)
setPropertyValue("delimit_other", True)
setPropertyValue("other", ",")
setPropertyValue("quotes 1", "Discard")
setPropertyValue("decimal_symbol", "Comma")
setPropertyValue("invalid_char_mode", "Replace")
setPropertyValue("invalid_char_replacement", "|")
setKeyedPropertyValue("use custom values", "Age", True)
setKeyedPropertyValue("direction", "Age", "Input")
setKeyedPropertyValue("type", "Age", "Range")
setKeyedPropertyValue("values", "Age", [1, 100])
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Tabela 60. Wtasciwosci wezta variablefilenode

IncludeAsText

Wilasciwosci wezla variablefilenode Typ danych Opis wlasciwosci
skip_header number Okresla liczbe znakéw do zignorowania na poczatku
pierwszego rekordu.
num_fields_auto flag Powoduje automatyczne wyznaczanie liczby
zmiennych w kazdym rekordzie. Rekordy musza by¢
zakonczone znakami nowego wiersza.
num_{fields number Oznacza, ze liczba zmiennych w kazdym rekordzie
bedzie okreslona recznie.
delimit_space flag Okresla znak separujacy zmienne w pliku.
delimit_tab Sflag
delimit_new_line flag
delimit_non_printing Slag
delimit_comma flag Jesli przecinek jest zarowno separatorem zmiennych
i separatorem dziesigtnym w strumieniach, nalezy
ustawic¢ delimit_other na true i okresli¢ przecinek
jako separator za posrednictwem wlasciwosci other.
delimit_other flag Umozliwia okre$lenie niestandardowego separatora
za posrednictwem wiasciwosci other.
other string Okresla separator uzywany, gdy delimit_other ma
wartos$¢ true.
decimal_symbol Default Okresla separator dziesigtny uzywany w zrodle
Comma danych.
Period
multi_blank flag Powoduje, ze wiele sasiednich separatoréw
traktowanych jest jako jeden separator.
read_field_names flag Powoduje, ze pierwszy wiersz pliku danych
traktowany jest jako zawierajacy etykiety kolumn.
strip_spaces None Powoduje odrzucanie spacji wiodacych i kofcowych
Left z importowanych tancuchow.
Right
Both
invalid_char_mode Discard Powoduje usuwanie niepoprawnych znakow (null, 0
Replace i dowolnych znakdéw nieistniejacych w biezacym
systemie kodowania) z danych wejsciowych lub
zastgpowanie niepoprawnych znakéw okreslonym
symbolem jednoznakowym.
invalid_char_replacement string
break _case_by_newline flag Powoduje, ze separatorem wierszy jest znak nowego
wiersza.
lines_to_scan number Okresla, ile wierszy przeszukiwa¢ w poszukiwaniu
okreslonych typow danych.
auto_recognize_datetime flag Okresla, czy daty lub godziny maja by¢
automatycznie rozpoznawane w danych zrédtowych.
quotes_1 Discard Okresla, w jaki sposob pojedyncze cudzystowy maja
PairAndDiscard by¢ traktowane przy imporcie.
IncludeAsText
quotes_2 Discard Okresla, w jaki sposob podwojne cudzystowy maja
PairAndDiscard by¢ traktowane przy imporcie.
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Tabela 60. Wtasciwosci wezta variablefilenode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla variablefilenode

Typ danych

Opis wlasciwosci

full_filename

string

Petna nazwa pliku do odczytania, wraz ze $ciezka do
katalogu.

use_custom_values

Slag

custom_storage

Unknown
String
Integer
Real

Time

Date
Timestamp

custom_date_format

"DDMMYY"
"MMDDYY"
"YYMMDD"
"YYYYMMDD"
"YYYYDDD"
DAY

MONTH
"DD-MM-YY"
"DD-MM-YYYY"
"MM-DD-YY"
"MM-DD-YYYY"
"DD-MON-YY"
"DD-MON-YYYY"
"YYYY-MM-DD"
"DD.MM.YY"
"DD.MM.YYYY"
"MM.DD.YY"
"MM.DD.YYYY"
"DD.MON.YY"
"DD.MON.YYYY"
"DD/MM/YY"
"DD/MM/YYYY"
"MM/DD/YY"
"MM/DD/YYYY"
"DD/MON/YY"
"DD/MON/YYYY"
MMM RRRR

q Q RRRR

ww WK YYYY

Ta whasciwos¢ ma zastosowanie tylko wtedy, gdy
okreslono niestandardowy typ sktadowania.

custom_time_format

"HHMMSS"
"HHMM"
"MMSS"
"HH:MM:SS"
"HH:MM"
"MM:SS"
"(H)H:(M)M:(S)S"
"(H)H:(M)M"
"(M)M:(S)S"
"HH.MM.SS"
"HH.MM"
"MM.SS"
"(H)H.(M)M.(S)S"
"(H)H.(M)M"
"(M)M.(S)S"

Ta whasciwos¢ ma zastosowanie tylko wtedy, gdy
okreslono niestandardowy typ sktadowania.
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Tabela 60. Wiasciwosci wezta variablefilenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla variablefilenode Typ danych Opis wlasciwosci
custom_decimal_symbol field Ta wlasciwo$¢ ma zastosowanie tylko wtedy, gdy
okreslono niestandardowy typ sktadowania.
encoding StreamDefault Okresla metode kodowania tekstu.
SystemDefault
"UTF-8"

Wiasciwosci wezta xmlimportnode

; B Wezel zrodtowy XML importuje do strumienia dane w formacie XML. Mozna zaimportowac jeden plik
(XML lub wszystkie pliki w katalogu. Opcjonalnie mozna okresli¢ plik schematu, z ktdrego bedzie odczytywana
| struktura danych XML.

Przyktad

node = stream.create("xmlimport", "My node")
node.setPropertyValue("full_filename", "c:/import/ebooks.xml")
node.setPropertyValue("records", "/author/name")

Tabela 61. Wtasciwosci wezta xmlimportnode.

Wiasciwosci wezia xmlimportnode Typ danych Opis wlasciwosci
read single Odczytuje jeden plik danych (domyslnie) lub
directory wszystkie pliki XML z katalogu.
recurse flag Okresla, czy dodatkowo maja by¢ odczytywane pliki
XML ze wszystkich podkatalogdw okreslonego
katalogu.
full_filename string (wymagana) Pelna $ciezka i nazwa pliku XML, ktory

ma zosta¢ zaimportowany (jesli read = single).

directory_name string (wymagana) Pelna $ciezka i nazwa katalogu, z
ktorego maja by¢ importowane pliki XML (jesli
read = directory).

full_schema_filename string Pelna §ciezka i nazwa pliku XSD lub DTD, z ktorego
ma by¢ odczytywana struktura XML. Pominigcie
tego parametru spowoduje, ze struktura bedzie
odczytywana z pliku zrédtowego XML.

records string Wyrazenie XPath (np. /author/name) definiujace
granicg rekordu. Za kazdym razem, gdy w pliku
zrédtowym zostanie napotkany ten element,
tworzony jest nowy rekord.

mode read Powoduje odczytanie wszystkich danych
specify (domyslnie) lub umozliwia okreslenie danych do
odczytania.
fields Lista pozycji (elementdw i atrybutéw) do

zaimportowania. Kazda pozycja na licie jest
wyrazeniem XPatch.
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Rozdziat 10. Wiasciwosci weztéw zwigzanych z operacjami na
rekordach

Wiasciwosci wezta appendnode

Wezet Dotaczanie taczy zestawy rekordow. Jest to przydatne do taczenia zbioréw danych z podobnymi
}B* strukturami zawierajacymi inne dane.

Przyktad

node = stream.create("append", "My node")
node.setPropertyValue("match_by", "Name")
node.setPropertyValue("match_case", True)
node.setPropertyValue("include_fields_from", "A11")
node.setPropertyValue("create_tag field", True)
node.setPropertyValue("tag_field name", "Append Flag")

Tabela 62. Wtasciwosci wezia appendnode.

Wiasciwosci wezla appendnode Typ danych Opis wlasciwosci
match_by Position Mozna dotacza¢ zbiory danych na podstawie pozycji
Name zmiennych w gtéwnym zrodle danych lub nazw
zmiennych w wejsciowych zbiorach danych.
match_case flag Powoduje rozréznianie wielkosci liter przy
dopasowywaniu nazw zmiennych.
include_fields_from Main
All
create_tag_field flag
tag field_name string

Wiasciwosci wezta aggregatenode

Wezet agregacji zastgpuje sekwencjg rekordow wejsciowych zsumowanymi, zagregowanymi rekordami

a*. wyjsciowymi.

Przyktad

node = stream.create("aggregate", "My node")

# dbnode to skonfigurowany wezet importu z bazy danych
stream.link(dbnode, node)

node.setPropertyValue("contiguous", True)
node.setPropertyValue("keys", ["Drug"])
node.setKeyedPropertyValue("aggregates", "Age", ["Sum", "Mean"])
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node.setPropertyValue("inc_record count", True)
node.setPropertyValue("count_field", "index")
node.setPropertyValue("extension", "Aggregated ")
node.setPropertyValue("add as", "Prefix")

Tabela 63. Wtasciwosci wezta aggregatenode.

Wiasciwosci wezla aggregatenode | Typ danych Opis wlasciwosci

keys list Lista zmiennych, ktére moga by¢ uzywane jako klucze
dla agregacji. Na przyktad, jesli Sex (Pte¢) i Region sa
zmiennymi kluczowymi, dla kazdej unikatowe;j
kombinacji zmiennych M (Mgzczyzna) i F (Kobieta) z
regionami N (Pétnocny) i S (Potudniowy) — cztery
unikatowe kombinacje — utworzony zostanie
zagregowany rekord.

contiguous flag Nalezy wybra¢ tg opcje, jesli wiadomo, ze wszystkie
rekordy zawierajace takie same wartosci kluczowe sa w
wartoséciach wejsciowych pogrupowane (na przyktad,
jesli wartosci wejsciowe sa posortowane wedhug
zmiennych kluczowych). Dzigki temu mozna
zwigkszy¢ wydajnosc¢.

aggregates Wiasciwo$¢ ustrukturyzowana zawierajaca listg
zmiennych liczbowych, ktorych wartosci zostana
poddane agregacji, oraz wybrane tryby agregacji.

aggregate_exprs Wiasciwo$¢ wprowadzana, ktora wiaze wywiedziong
nazwe zmiennej z wyrazeniem agregujacym, ktore tg
zmienna oblicza. Na przyktad:

aggregatenode.setKeyedPropertyValue
("aggregate_exprs", "Na_MAX", "MAX('Na')")

extension string Okresla przedrostek lub przyrostek zduplikowanych
zmiennych zagregowanych (przyktad ponizej).

add_as Suffix

Prefix

inc_record_count flag Tworzy dodatkowa zmienna, ktéra okresla, ile
rekordow wejsciowych zostalo zagregowanych w
kazdym z rekordow zagregowanych.

count_field string Okresla nazwe zmiennej liczebnosci rekordow.

allow_approximation Boolean Dopuszcza przyblizenie statystyk porzadkowych, gdy
Analytic Server przeprowadza agregacje

bin_count integer Okresla liczbe przedziatéw, jaka ma by¢ uzywana w

aproksymacji.

Wiasciwosci wezta balancenode

Wezel Zréwnowazenie poprawia dysproporcje w zbiorze danych, tak aby spetnial okreslone warunki.
ﬁ Dyrektywa rownowazenia koryguje proporcje rekordow, w ktorych warunek zostat spetniony, na
podstawie okreslonego czynnika.

Przyktad

node = stream.create("balance", "My node")
node.setPropertyValue("training _data only", True)
node.setPropertyValue("directives", [[1.3, "Age > 60"], [1.5, "Na > 0.5"]])
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Tabela 64. Wtasciwosci wezta balancenode

Wiasciwosci wezla balancenode Typ danych Opis wlasciwosci

directives Wiasciwos$¢ ustrukturyzowana stuzaca do
roéwnowazenia proporcji wartosci zmiennej na
podstawie okreslonej liczby (przyktad ponizej)

training_data_only flag Okresla, ze rownowazone maja by¢ wytacznie dane

uczace. Jesli w strumieniu nie okreslono zmienne;j
dzielacej na podzbiory, wowczas ta opcja jest
ignorowana.

Ta wlasciwos¢ wezta ma format:

[[ number, string 1\ [ number, string]\ ... [number, string ).

Uwaga: Jesli wyrazenie zawiera tancuchy (ujgte w cudzystowy), to cudzystowy musza by¢ poprzedzone znakiem
zmiany znaczenia "\ ". Znak "\ " oznacza takze kontynuacjg wiersza i mozna go zastosowac, aby rozmiesci¢

argumenty w czytelny sposob.

Wiasciwosci wezta cplexoptnode

Wezet optymalizacji CPLEX zapewnia mozliwo$¢ korzystania z zaawansowanej optymalizacji
matematycznej (CPLEX) za posrednictwem pliku modelu OPL (Optimization Programming Language).

Ta funkcja jest dostepna w produkcie IBM Analytical Decision Management, jednak teraz wegzta CPLEX
mozna réwniez uzywac¢ w programie SPSS Modeler bez IBM Analytical Decision Management.

Wigcej informacji na temat optymalizacji CPLEX i OPL zawiera dokumentacja IBM Analytical Decision
Management |https://www.ibm.com/support/knowledgecenter/SS6A3P_18.0.0/configurableapps/|

[knowledge_center/product_landing.html|

Tabela 65. Wiasciwosci wezta cplexoptnode

Wiasciwosci wezla cplexoptnode Typ danych Opis wlasciwosci

opl_model_text string Program skryptowy OPL (Optimization
Programming Language), ktory wykona wezet
optymalizacji CPLEX. Nastepnie wezel wygeneruje
wyniki optymalizacji.

opl_tuple_set_name string Nazwa zbioru krotek w modelu OPL

odpowiadajacym danym wejsciowym. Ta
wiasciwos¢ nie jest wymagana i zwykle nie jest
ustawiana za posrednictwem skryptu. Nalezy jej

zmiennych wybranego zrodta danych.

uzywa¢ wylacznie do modyfikowania odwzorowan

data_input_map

Lista wiasciwosci
ustrukturyzowanych

Odwzorowania zmiennych zrodla danych. Ta
wiasciwos¢ nie jest wymagana i zwykle nie jest
ustawiana za posrednictwem skryptu. Nalezy jej

zmiennych wybranego zrédta danych.

uzywaé wylacznie do modyfikowania odwzorowan
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Tabela 65. Wtasciwosci wezta cplexoptnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla cplexoptnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

md_data_input_map

Lista wilasciwosci
ustrukturyzowanych

Odwzorowania zmiennych miedzy kazda krotka
zdefiniowana w jezyku OPL a odpowiednia zmienna
zrédta danych (dane przychodzace). Uzytkownicy
moga edytowac je indywidualnie dla kazdego zrodta
danych. Za pomoca skryptu mozna bezposrednio
nada¢ warto$¢ wlasciwosci, aby od razu ustawic
wszystkie odwzorowania. To ustawienie nie jest
widoczne w interfejsie uzytkownika.

Kazda pozycja na liscie stanowi dane
ustrukturyzowane:

Znacznik zrodla danych. Znacznik zrodta danych,
ktoéry mozna znalez¢ w menu rozwijanym zrodet
danych. Na przyktad w zapisie 0_Products_Type
znacznikiem jest O.

Indeks zrodla danych. Fizyczny numer kolejny
(indeks) zrodta danych. Zalezy od kolejnosci
potaczen.

Wezel zrodlowy. Wezet Zréodlowy (adnotacja) zrodta
danych. Mozna znalez¢ go w menu rozwijanym
zrédet danych. Na przyktad w zapisie
0_Products_Type weztem zrédlowym jest czton
Products.

Wezel podlaczony. Poprzedni wezet (adnotacja),
ktory taczy sig z biezacym weztem Optymalizacja
CPLEX. Mozna znalez¢ go w menu rozwijanym
zrédet danych. Na przyktad w zapisie
0_Products_Type weztem podtaczonym jest czton

Type.

Nazwa zbioru krotek. Nazwa zbioru krotek zrodta
danych. Musi by¢ zgodna z zapisem w jezyku OPL.

Nazwa zmiennej krotki. Nazwa zmiennej zbioru
krotek w zrodle danych. Musi by¢ zgodna z zapisem
definicji zbioru krotek w jezyku OPL.

Typ skladowania. Typ sktadowania zmienne;.
Mozliwe wartosci to int, float i string.

Nazwa pola danych. Nazwa pola w zrodle
danych.Przyklad:

[[0,0, 'Product', 'Type', 'Products’,
'prod_id_tup','int','prod_id'],
[0,0, 'Product', 'Type', 'Products’,
'prod_name_tup', 'string’',
'prod_name'],[1,1,'Components’,
'Type', 'Components',
‘comp_id_tup','int','comp_id'],
[1,1,'Components','Type',
'Components', 'comp_name_tup',
'string','comp_name']]

opl_data_text

string

Definicja niektorych zmiennych lub danych
uzywanych w jezyku OPL.
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Tabela 65. Wtasciwosci wezta cplexoptnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla cplexoptnode Typ danych Opis wlasciwosci

output_value_mode string Mozliwe warto$ci to raw lub dvar. Jesli
wprowadzona zostanie warto$¢ dvar, na karcie
Wynik uzytkownik musi okresli¢ nazwg zmiennej
funkcji obiektu w OPL dla wynikéw. Jesli wybrana
zostanie warto$¢ raw, funkcja celu zwréoci wynik
bezposrednio, niezaleznie od nazwy.

decision_variable_name string Nazwa zmiennej funkcji celu zdefiniowana w jezyku
OPL. Jest wlaczona tylko wtedy, gdy wlasciwosé¢
output_value_mode jest ustawiona na dvar.

objective_function_value_fieldname string Nazwa zmiennej funkcji warto$ci funkcji celu

uzywana w danych wynikowych. Wartoscia
domyslna jest _OBJECTIVE.

output_tuple_set_names string Nazwa predefiniowanych krotek z danych
przychodzacych. Pelni rolg indekséw zmiennej
decyzyjnej i oczekuje sig, ze bedzie generowana w
wynikach ze zmiennymi wynikowymi. Krotka
wynikowa musi zgadzac¢ si¢ z definicja zmiennej
decyzyjnej w jezyku OPL. Jesli istnieje wigcej niz
jeden indeks, nazwy krotek musza by¢ potaczone
przecinkiem (,).

Przyktad pojedynczej krotki to Products, gdzie
odpowiednia definicja OPL ma posta¢ dvar float+
Production[Products];

Przyktad wielu krotek to Products,Components,
gdzie odpowiednia definicja OPL ma posta¢ dvar
float+ Production[Products][Components];

decision_output_map Lista wlasciwosci Odwzorowania zmiennych migdzy zmiennymi
ustrukturyzowanych zdefiniowanymi w OPL, ktore beda ujete w
wynikach, a zmiennymi wynikowymi. Kazda
pozycja na licie stanowi dane ustrukturyzowane:

Nazwa zmiennej. Nazwa zmiennej w jezyku OPL,
ktéra ma by¢ ujeta w wynikach.

Typ sktadowania. Mozliwe wartosci to int, float i
string.

Nazwa zmiennej wynikowej. Oczekiwana nazwa
zmiennej w wynikach (lub eksporcie).Przyklad:
[['Production','int','res'],
['Remark','string', 'res_1']

['Cost',

‘float', 'res_2']]

Wiasciwosci wezta derive_stbnode

e Wezet Siatka czasoprzestrzeni wylicza siatke czasoprzestrzeni na podstawie zmiennych dtugoscei i
G ' szeroko$ci geograficznej oraz znacznika czasu. Mozna tez zidentyfikowa¢ czgsto wystgpujace elementy
siatki czasoprzestrzeni jako hangouts.

Przyktad
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node

= modeler.script.stream().createAt("derive_stbh", "My node", 96, 96)

# Tryb poszczegdlnych rekordow

node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("mode", "IndividualRecords")
setPropertyValue("latitude field", "Latitude")
setPropertyValue("longitude field", "Longitude")
setPropertyValue("timestamp field", "OccurredAt")
setPropertyValue("densities", ["STB_GH7_ 1HOUR", "STB GH7_ 3OMINS"])
setPropertyValue("add_extension_as", "Prefix")
setPropertyValue("name_extension", "stb ")

# Tryb hangouts

node.
node.
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("mode", "Hangouts")
setPropertyValue("hangout_density", "STB GH7_ 3OMINS")
setPropertyValue("id_field", "Event")
setPropertyValue("qualifying duration", "3OMINUTES")
setPropertyValue("min_events", 4)
setPropertyValue("qualifying_pct", 65)

Tabela 66. Wiasciwosci wezta Siatka czasoprzestrzeni

Wilasciwosci wezla
derive_stbnode Typ danych Opis wlasciwosci

mode

IndividualRecords
Hangouts

latitude_field field

longitude_field field

timestamp_field field

hangout_density density Jedna ggstos¢. Poprawne wartosci ggstosci omowiono

w opisie wlasciwosci densities.

densities [density,density,..., density] Kazda gestos¢ jest tancuchem, na przyktad

STB_GH8_1DAY

Uwaga: Obowiazuja limity, do ktorych gestosci sa
poprawne. Jako tancucha mieszajacego
geoprzestrzennego mozna uzywaé wartosci od GH1 do
GH15. Jako czg$ci czasowej mozna uzywaé wartosci:

EVER
1YEAR
IMONTH
1DAY
12HOURS
8HOURS
6HOURS
4HOURS
3HOURS
2HOURS
1HOUR
30MINS
15MINS
1OMINS
5MINS
2MINS
IMIN
30SECS
15SECS
10SECS
5SECS
2SECS
1SEC

id_field field
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Tabela 66. Wtasciwosci wezta Siatka czasoprzestrzeni (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
derive_stbnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

qualifying_duration

1DAY
12HOURS
8HOURS
6HOURS
4HOURS
3HOURS
2Hours
1HOUR
30MIN
15MIN
10MIN
5MIN
2MIN
1IMIN
30SECS
15SECS
10SECS
5SECS
2SECS
1SECS

Warto$¢ musi by¢ tancuchem.

min_events

integer

Minimalna dozwolona wartos¢ catkowita to 2.

qualifying_pct

integer

Musi by¢ liczba catkowita z przedziatu od 1 do 100.

add_extension_as

Prefix
Suffix

name_extension

string

Wiasciwosci wezta distinctnode

R
--+
P

Przyktad

node = stream.create("distinct", "My node")
node.setPropertyValue("mode", "Include")
node.setPropertyValue("fields", ["Age" "Sex"])
node.setPropertyValue("keys pre_sorted", True)

Tabela 67. Wtasciwosci wezta distinctnode.

Wezet Powtérzenia usuwa zduplikowane rekordy, przekazujac pierwszy odmienny rekord do strumienia
danych lub odrzucajac pierwszy rekord i przekazujac do strumienia danych wszystkie duplikaty.

Wiasciwosci wezla distinctnode Typ danych Opis wlasciwosci
mode Include Mozna uwzgledni¢ w strumieniu danych pierwszy
Discard rekord unikalny lub odrzuci¢ pierwszy rekord unikalny
i przekazywac do strumienia danych wszelkie rekordy
zduplikowane.
grouping_fields list Lista zmiennych, na podstawie ktorych okreslana jest

identycznos$¢ rekordow.
Uwaga: Poczawszy od wersji 16 programu IBM SPSS
Modeler ta wlasciwos$¢ jest nieaktualna.

composite_value

Wiasciwos$¢ ustrukturyzowana.

Patrz przyktad ponize;j.
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Tabela 67. Wiasciwosci wezta distinctnode (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla distinctnode Typ danych

Opis wlasciwosci

composite_values

Wiasciwos$¢ ustrukturyzowana.

Patrz przyktad ponize;j.

inc_record_count flag Tworzy dodatkowa zmienna, ktéra okresla, ile
rekordow wejsciowych zostalo zagregowanych w
kazdym z rekordow zagregowanych.

count_field string Okresla nazwe zmiennej liczebnosci rekordow.

sort_keys Wiasciwos$¢ ustrukturyzowana. | Uwaga: Poczawszy od wersji 16 programu IBM SPSS
Modeler ta wlasciwosc¢ jest nieaktualna.

default_ascending flag

low_distinct_key_count flag Okresla, ze istnieje tylko mata liczba rekordow i/lub
mata liczba unikalnych wartosci zmiennych
kluczowych.

keys_pre_sorted flag Okresla, ze wszystkie rekordy o tych samych
wartosciach kluczowych maja by¢ grupowane w
wynikach.

disable_sqgl_generation flag

Przyktad dla wtasciwosci composite_value

Wriasciwos¢ composite_value ma nastgpujaca posta¢ ogdlna:
node.setKeyedPropertyValue("composite_value", FIELD, FILLOPTION)

FILLOPTION ma postaé [ FillType, Option1, Option2, ...].

Przyktady:

setKeyedPropertyValue("composite value",
setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",

node.
node.

IIAgeII’ [IIF.iY\StII])
IIAgeII, [Il'lastll])
IIAgeII’ [IITota'lll])
"Age", ["Average"])
"Age", [IIM.inII])

IIAgeII’ [IIMaXII])
"Date", ["Earliest"])
"Date", ["Latest"])
"Code", ["FirstAlpha"])
"Code", ["LastAlpha"])

Opcje niestandardowe wymagaja wigcej niz jednego argumentu. Sa dodawane w postaci listy, na przyktad:

node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",
node.setKeyedPropertyValue("composite_value",

"Name", ["MostFrequent", "FirstRecord"])

"Date", ["LeastFrequent", "LastRecord"])

"Pending", ["IncludesValue", "T", "F"])

"Marital", ["FirstMatch", "Married", "Divorced", "Separated"])
"Code", ["Concatenate"])

"Code", ["Concatenate", "Space"])

"Code", ["Concatenate", "Comma"])

"Code", ["Concatenate", "UnderScore"])

Przyktad dla wtasciwosci composite_values

Wiasciwos¢ composite_values ma nastepujaca posta¢ ogolna:
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node.setPropertyValue("composite_values", [
[FIELD1, [FILLOPTION1]],
[FIELD2, [FILLOPTION2]],

1)

Przyktad:

node.setPropertyValue("composite_values", [
[IIAgeII , [uF.i Y.Stll]] ,
["Name", ["MostFrequent", "First"]],
["Pending", ["IncludesValue", "T"1],
["Marital", ["FirstMatch", "Married", "Divorced", "Separated"]],
["Code", ["Concatenate", "Comma"]]

1)

Wiasciwosci wezta extensionprocessnode

Dzigki weztowi transformacji przez rozszerzenie mozna pobrac

danych za pomoca skryptow R lub Python for Spark.

Python for Spark — przyktad

#### przyk¥ad skryptu w jezyku Python for Spark

import modeler.api

stream = modeler.script.stream()

node = stream.create("extension process", "extension_process")
node.setPropertyValue("syntax_type", "Python")

process_script = """

import spss.pyspark.runtime
from pyspark.sql.types import =*

cxt = spss.pyspark.runtime.getContext()

if cxt.isComputeDataModelOnly():
_schema = StructType([StructField("Age", LongType(), nullable=True), \
StructField("Sex", StringType(), nullable=True), \
StructField("BP", StringType(), nullable=True), \
StructField("Na", DoubleType(), nullable=True), \
StructField("K", DoubleType(), nullable=True), \
StructField("Drug", StringType(), nullable=True)])
cxt.setSparkOutputSchema(_schema)
else:
df = cxt.getSparkInputData()
print df.dtypes[:]
_newDF = df.select("Age","Sex","BP","Na","K","Drug")
print _newDF.dtypes[:]
cxt.setSparkOutputData(_newDF)

node.setPropertyValue("python_syntax", process_script)

Przykiad w jezyku R

#### przyktad skryptu w jezyku R
node.setPropertyValue("syntax_type", "R")
node.setPropertyValue("r_syntax", """day<-as.Date(modelerData$dob, format="%Y-%m-%d")
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next_day<-day + 1

modelerData<-chind (modelerData,next_day)
varl<-c(fieldName="Next day",fieldLabel="",fieldStorage="date",fieldMeasure="",fieldFormat="",

fieldRole="")

modelerDataModel<-data.frame(modelerDataModel,varl)""")

Tabela 68. Wiasciwosci wezta extensionprocessnode

Wilasciwosci wezla

extensionprocessnode Typ danych Opis wlasciwosci

syntax_type R Okresla, ktory skrypt ma by¢ wykonany — R lub Python
Python (domyslnie R).

r_syntax string Komendy skryptu R do uruchomienia.

python_syntax string Komendy skryptu Python do uruchomienia.

use_batch_size flag Wilacza przetwarzanie wsadowe.

batch_size integer Okresla liczbe rekordéw danych, ktére maja by¢

uwzglednione w kazdej partii.
convert_flags StringsAndDoubles Opcja przeksztatcania zmiennych typu flaga.

LogicalValues

convert_missing flag Opcja przeksztalcania brakoéw danych na wartosci R
NA.
convert_datetime flag Opcja przeksztatcania zmiennych o formacie daty lub
daty/czasu na formaty daty/czasu jezyka R.
convert_datetime_class POSIXct Opcje okreslajace format docelowy, na ktory
POSIX1t przeksztatcane sa zmienne w formacie daty i

daty/czasu.

Wiasciwosci wezta mergenode

Wezet Laczenie na podstawie wielu rekordow wejsciowych tworzy pojedynczy rekord wyjsciowy
» zawierajacy niektore lub wszystkie zmienne wejsciowe. Jest przydatny podczas scalania danych z roznych
zrddet, takich jak dane wewngtrzne klienta oraz dane demograficzne oséb, ktore dokonaty zakupu.

Przyktad

node = stream.create("merge", "My node")

# zaktadamy, ze customerdata i salesdata sg skonfigurowanymi weztami importu z bazy danych
stream.link(customerdata, node)

stream.link(salesdata, node)

node.setPropertyValue("method", "Keys")
node.setPropertyValue("key fields", ["id"])
node.setPropertyValue("common_keys", True)
node.setPropertyValue("join", "PartialQuter")
node.setKeyedPropertyValue("outer join_tag", "2", True)
node.setKeyedPropertyValue("outer_join_tag", "4", True)
node.setPropertyValue("single_large_input", True)
node.setPropertyValue("single_large_input_tag", "2")
node.setPropertyValue("use existing sort keys", True)
node.setPropertyValue("existing sort keys", [["id", "Ascending"]])
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Tabela 69. Wiasciwosci wezta mergenode

Wiasciwosci wezta mergenode Typ danych Opis wlasciwosci
method Order Okresla, czy rekordy maja by¢ taczone w kolejnosci, w
Keys jakiej sa wymienione w plikach danych, czy do
Condition aczenia rekordow o tych samych wartosciach
Rankedcondition zmiennych kluczowych bedzie uzywana jedna, czy
wigcej zmiennych zrédtowych, czy rekordy beda
taczone, jesli spetniony bgdzie okreslony warunek, czy
tez taczona ma by¢ kazda para wierszy w
podstawowym 1 wszystkich dodatkowych zbiorach
danych; przy czym wyrazenie rangujace uzywane jest
do sortowania wielokrotnych dopasowan w kolejnosci
rosnace;j.
condition string Jesli method ma wartos¢ Condition, okresla warunek
uwzgledniania lub odrzucania rekordow.
key_fields list
common_keys flag
join Inner
FullOuter
PartialOuter
Anti
outer_join_tag.n flag W tej wlasciwosci n jest nazwa znacznika widoczna w
oknie dialogowym Wybierz zbior danych. Mozna
okresli¢ wigcej niz jedna nazwe znacznika, poniewaz
niekompletne rekordy moga by¢ sktadane z wielu
zbioréw danych.
single_large_input flag Okresla, czy stosowana bedzie optymalizacja
prowadzaca do tego, aby jeden wejsciowy zestaw
danych byt stosunkowo duzy w poréwnaniu z
pozostatymi.
single_large_input_tag string Okresla nazwe znacznika widoczng w oknie
dialogowym Wybierz zbior danych. Nalezy zauwazy¢,
ze sposob korzystania z tej wlasciwosci rozni sig nieco
od sposobu korzystania z wiasciwosci outer_join_tag
(flaga wobec tancucha), poniewaz mozna okresli¢
tylko jeden wejsciowy zestaw danych.
use_existing_sort_keys flag Okresla, czy dane wejsciowe sa juz posortowane

wedlug co najmniej jednej zmiennej kluczowe;.

existing_sort_keys

[['string’, "Ascending’] \ ['string",

Okresla zmienne, ktore sa juz posortowane i kierunek

‘Descending’]] ich sortowania.

primary_dataset string Jesli method ma wartos¢ Rankedcondition, wybiera
gléwny zestaw danych do taczenia. Mozna to uzna¢ za
lewa strong ztaczenia zewngtrznego.

rename_duplicate_fields Boolean Jesli method ma wartos¢ Rankedcondition, a ta
wiasciwos¢ ma warto$¢ Y, to jesli wynikowy
potaczony zestaw danych zawiera wiele zmiennych o
tej samej nazwie pochodzacych z réznych zrodet
danych, to na poczatku nagtéwkow kolumn zmiennych
dodane zostana odpowiednie znaczniki ze zrodet
danych.

merge_condition string

ranking_expression string
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Tabela 69. Wtasciwosci wezta mergenode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla mergenode Typ danych Opis wlasciwosci

Num_matches integer Liczba dopasowan, jakie sa zwracane, na podstawie
wilasciwosci merge_condition i
ranking_expression. Minimum 1, maksimum 100.

Wiasciwosci wezta rfmaggregatenode

Wezet Agregacja RFM umozliwia analizowanie danych historycznych o transakcjach klientow, usunigcie
E z nich danych nieuzywanych i potaczenie pozostalych danych transakcyjnych w jeden wiersz opisujacy
RFM ostatnia transakcje z danym klientem, liczbg transakcji z tym klientem oraz taczna kwotg tych transakcji.

Przyktad

node = stream.create("rfmaggregate", "My node")
node.setPropertyValue("relative_to", "Fixed")
node.setPropertyValue("reference_date", "2007-10-12")
node.setPropertyValue("id field", "CardID")
node.setPropertyValue("date field", "Date")
node.setPropertyValue("value field", "Amount")
node.setPropertyValue("only_recent_transactions", True)
node.setPropertyValue("transaction _date after", "2000-10-01")

Tabela 70. Wtasciwosci wezta rfmaggregatenode

Wilasciwosci wezla

rfmaggregatenode Typ danych Opis wlasciwosci

relative_to Fixed Nalezy okre$li¢ date, od ktdrej obliczana bedzie
Today aktualno$¢ transakcji.

reference_date date Dostepna tylko wtedy, gdy wilasciwosé relative_to ma

wartos¢ Fixed.

contiguous flag Jesli dane zostaly wstgpnie posortowane tak, ze
wszystkie rekordy o tym samym identyfikatorze sa
zgrupowane w strumieniu danych, nalezy wybrac te
opcj¢ w celu przyspieszenia przetwarzania.

id_field field Okresla zmienna, ktora ma identyfikowac klientow i
ich transakcje.

date_field field Okresla zmienng daty, na podstawie ktorej ma by¢
obliczana aktualnos¢.

value_field field Okresla zmienna, ktora ma by¢ uzywana do obliczania
kwoty.

extension string Okresla przedrostek lub przyrostek zduplikowanych
zmiennych zagregowanych.

add_as Suffix Okresla, czy rozszerzenie (extension) ma by¢

Prefix dodawane jako przyrostek, czy jako przedrostek.
discard_low_value_records flag Umozliwia korzystanie z ustawienia

discard_records_below.

discard_records_below number Okre$la minimalng wartos$¢, ponizej ktorej dane
transakcji nie bgda uwzgledniane podczas obliczania
sum RFM. Jednostki tej warto$ci odnosza si¢ do
wybranej zmiennej value.
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Tabela 70. Wtasciwosci wezta rfmaggregatenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
rfmaggregatenode Typ danych Opis wlasciwosci
only_recent_transactions flag Umozliwia korzystanie z ustawienia
specify_transaction_date lub
transaction_within_last.
specify_transaction_date flag
transaction_date_after date Dostepna tylko wtedy, gdy wybrane jest ustawienie
specify_transaction_date. Nalezy okresli¢ datg
transakcji, po ktorej rekordy beda uwzgledniane w
analizie.
transaction_within_last number Dostepna tylko wtedy, gdy wybrane jest ustawienie
transaction_within_last. Okresla liczbe i typ okresow
(dni, tygodnie, miesiace lub lata) wstecz od daty Oblicz
okres od, dla ktorych rekordy beda uwzglgdniane w
analizie.
transaction_scale Days Dostepna tylko wtedy, gdy wybrane jest ustawienie
Weeks transaction_within_last. Okresla liczbg i typ okreséw
Months (dni, tygodnie, miesiace lub lata) wstecz od daty Oblicz
Years okres od, dla ktorych rekordy beda uwzgledniane w
analizie.
save_r2 flag Powoduje uwidocznienie daty drugiej co do aktualnosci
transakcji dla kazdego klienta.
save_r3 flag Dostepna tylko wtedy, gdy wybrane jest ustawienie
save_r2. Powoduje uwidocznienie daty trzeciej co do
aktualnosci transakcji dla kazdego klienta.

Wiasciwosci wezta Rprocessnode

Przyktad

node = stream.create("rprocess", "My node")

node.setPropertyValue("custom_name", "my node")

Wezet przeksztatcen R umozliwia pobieranie danych ze

strumienia programu IBM(r) SPSS(r) Modeler i modyfikowanie

ich przy uzyciu skryptu w jezyku R udostepnionego przez
uzytkownika. Po zmodyfikowaniu dane sa zwracane do
strumienia.

node.setPropertyValue("syntax", """day<-as.Date(modelerData$dob, format="%Y-%m-%d")

next day<-day + 1

modelerData<-chind(modelerData,next_day)
varl<-c(fieldName="Next day",fieldLabel="",fieldStorage="date",fieldMeasure="",fieldFormat="",

fieldRole="")

modelerDataModel<-data.frame(modelerDataModel,varl)""")
node.setPropertyValue("convert datetime", "POSIXct")

Tabela 71. Wtasciwosci wezta Rprocessnode.

LogicalValues

Wiasciwosci wezta Rprocessnode | Typ danych Opis wlasciwosci
syntax string
convert_flags StringsAndDoubles

convert_datetime

Sflag
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Tabela 71. Wiasciwosci wezta Rprocessnode (kontynuacja).

Wilasciwosci wezla Rprocessnode | Typ danych Opis wlasciwosci
convert_datetime_class POSIXct
POSIX1t
convert_missing flag
use_batch_size flag Wiacza przetwarzanie wsadowe.
batch_size integer Okresla liczbg rekordow danych w kazdej partii do
przetworzenia wsadowego

Wiasciwosci wezta samplenode

Wezel Proba wybiera podzbior rekordow. Obstugiwanych jest wiele typow proby, w tym proby:
o } warstwowana, zgrupowana i nielosowa (strukturalna). Probkowanie moze by¢ przydatne do zwigkszenia
wydajnosci oraz podczas wyboru grup powiazanych rekorddw lub transakcji do analizy.

Przyktad

/* Utworz dwa wezty proby w celu wyodrebnienia
roznych prob z tych samych danych =/

node = stream.create("sample", "My node")
node.setPropertyValue("method", "Simple")
node.setPropertyValue("mode", "Include")
node.setPropertyValue("sample_type", "First")
node.setPropertyValue("first _n", 500)

node = stream.create("sample", "My node")
node.setPropertyValue("method", "Complex")
node.setPropertyValue("stratify by", ["Sex", "Cholesterol"])
node.setPropertyValue("sample_units", "Proportions")
node.setPropertyValue("sample_size proportions", "Custom")
node.setPropertyValue("sizes_proportions", [["M", "High", "Default"],
["M", "Normal", "Default"],

["F", "High", 0.3], ["F", "Normal", 0.3]])

Tabela 72. Wiasciwosci wezta samplenode

Wiasciwosci wezla samplenode Typ danych Opis wlasciwosci
method Proste
Ztozone
mode Include Powoduje uwzglednianie lub odrzucanie rekordow
Discard spetniajacych okreslony warunek.
sample_type First Okresla metode doboru proby.
OnelnN
RandomPct
first_n integer Rekordy do okreslonego punktu odcigcia beda
uwzgledniane lub odrzucane.
one_in_n number Powoduje uwzglednianie lub odrzucanie co n-tego
rekordu.
rand_pct number Okresla odsetek rekordow do uwzglednienia lub
odrzucenia.
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Tabela 72. Wtasciwosci wezta samplenode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla samplenode Typ danych Opis wlasciwosci
use_max_size flag Umozliwia korzystanie z ustawienia maximum_size.
maximum_size integer Okresla najwigksza probe, jaka ma by¢ uwzgledniona
lub odrzucona ze strumienia danych. Ta opcja jest
nadmiarowa, a tym samym wytaczona, gdy okreslone
sa wartosci First i Include.
set_random_seed flag Umozliwia korzystanie z warto$ci poczatkowej
generatora liczb losowych.
random_seed integer Okresla warto$¢ uzywana jako warto$¢ poczatkowa
generatora liczb losowych.
complex_sample_type Random
Systematic
sample_units Proportions
Counts
sample_size_proportions Fixed
Custom
Variable
sample_size_counts Fixed
Custom
Variable
fixed_proportions number
fixed_counts integer
variable_proportions field
variable_counts field
use_min_stratum_size flag
minimum_stratum_size integer Ta opcja ma zastosowanie tylko wtedy, gdy pobierana
jest proba ztozona (Complex) z ustawieniem Sample
units=Proportions.
use_max_stratum_size flag
maximum_stratum_size integer Ta opcja ma zastosowanie tylko wtedy, gdy pobierana
jest proba ztozona (Complex) z ustawieniem Sample
units=Proportions.
clusters field
stratify_by [fieldl ... fieldN]
specify_input_weight flag
input_weight field
new_output_weight string

sizes_proportions

[[string string value][string
string value]...]

Jesli sample_units=proportions i
sample_size_proportions=Custom, okresla warto$¢
kazdej mozliwej kombinacji wartosci zmiennych
specyfikacji.

default_proportion

number

sizes_counts

[[string string value][string
string value]...]

Okresla warto$¢ kazdej mozliwej kombinacji wartosci
zmiennych specyfikacji. Wtasciwosci tej uzywa sig
podobnie, jak sizes_proportions, ale podaje si¢ w niej
liczbeg catkowita, a nie proporcjg.

default_count

number
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Wiasciwosci wezta selectnode

Wezet Selekcja wybiera lub odrzuca podzbioér rekordéw ze strumienia danych na podstawie okreslonego
_’?} warunku. Na przyktad, mozna wybra¢ rekordy nalezace do konkretnego regionu sprzedazy.

Przyktad

node = stream.create("select", "My node")
node.setPropertyValue("mode", "Include")
node.setPropertyValue("condition", "Age < 18")

Tabela 73. Wtasciwosci wezta selectnode

Wiasciwosci wezla selectnode Typ danych Opis wlasciwosci

mode Include Okresla, czy wybrane rekordy maja by¢ uwzgledniane,
Discard czy odrzucane.

condition string Warunek uwzgledniania lub odrzucania rekordow.

Wiasciwosci wezta sortnode

Wezet Sortowanie sortuje rekordy w kolejnosci rosnacej lub malejacej na podstawie wartosci jednej lub
;T..L.p wigkszej liczby zmiennych.

Przyktad

node = stream.create("sort", "My node")

node.setPropertyValue("keys", [["Age", "Ascending"], ["Sex", "Descending"]])
node.setPropertyValue("default_ascending", False)
node.setPropertyValue("use existing keys", True)
node.setPropertyValue("existing keys", [["Age", "Ascending"]])

Tabela 74. Wiasciwosci wezta sortnode

Wiasciwosci wezla sortnode Typ danych Opis wlasciwoSci

keys list Okresla zmienne, wedtug ktorych ma si¢ odbywac
sortowanie. Jesli nie zostanie okreslony kierunek, to
obowiazuje kierunek domysliny.

default_ascending flag Okre$la domyslny kierunek sortowania.

use_existing_keys flag Okresla, czy sortowanie ma by¢ optymalizowane przy
uzyciu poprzedniej kolejnosci sortowania w przypadku
zmiennych, ktore sa juz posortowane.

existing_keys Okresla zmienne, ktore sa juz posortowane i kierunek
ich sortowania. Obowiazuje ten sam format, co we
wiasciwosci keys.
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Wiasciwosci wezta spacetimeboxes

Siatka czasoprzestrzeni stanowi rozszerzenie geokodowanych lokalizacji przestrzennych. Mowiac
doktadniej, siatka czasoprzestrzeni to tancuch alfanumeryczny reprezentujacy obszar czasu i przestrzeni o

regularnych ksztaltach.

Tabela 75. Wtasciwosci wezta spacetimeboxes

Wilasciwosci wezla

spacetimeboxes Typ danych Opis wlasciwosci
mode IndividualRecords
Hangouts
latitude_field field
longitude_field field
timestamp_field field

densities

[density, density, density...]

Kazda gestos¢ jest tancuchem. Na przyktad:
STB_GH8_1DAY

Nalezy pamigtac, ze obowiazuja limity, do ktorych
gestosci sa poprawne.

Jako tancucha mieszajacego geoprzestrzennego mozna
uzywa¢ wartosci od GH1 do GH15.

Jako czes$ci czasowej mozna uzywac wartosci:

EVER
1YEAR
IMONTH
1DAY
12HOURS
8HOURS
6HOURS
4HOURS
3HOURS
2HOURS
1HOUR
30MINS
15MINS
1OMINS
5MINS
2 MINS
1 MIN
30SECS
15SECS
10SECS
5 SECS
2 SECS
1SEC

field_name_extension

string

add_extension_as

Prefix

Suffix

hangout_density

density

Pojedyncza ggstos¢ (patrz wyzej)

id_field

field
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Tabela 75. Wtasciwosci wezta spacetimeboxes (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
spacetimeboxes Typ danych

Opis wlasciwosci

qualifying_duration 1DAY
12HOURS
8HOURS
6HOURS
4HOURS
2HOURS
1HOUR
30OMIN
15MIN
10MIN
5MIN
2MIN
1IMIN
30SECS
15SECS
10SECS
5SECS
2SECS
1SECS

Ta warto$¢ musi by¢ tancuchem.

min_events integer

Wartos¢ minimalna to 2

qualifying_pct integer

Musi by¢ liczba catkowita z przedziatu od 1 do 100.

Wiasciwosci wezta streamingtimeseries

—\ Wezet Szeregi czasowe tworzy i ocenia modele szeregdw czasowych w jednym kroku.
) Uwaga: Ten wezet zastgpuje oryginalny wezet Szeregi czasowe, ktory od wersji 18 programu SPSS

Modeler jest juz nieaktualny.

Tabela 76. Wiasciwosci wezta streamingtimeseries

Wiasciwosci wezla streamingtimeseries

Wartosci

Opis wlasciwosci

targets

field

Wezel Szeregi czasowe
przewiduje co najmniej jedna
zmienna przewidywana i
opcjonalnie korzysta z jednej
lub wielu zmiennych
wejsciowych jako predyktorow.
Zmienne czestosci 1 wazace nie
sa uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢é w temacie

“Wspélne whasciwosci weztow|

modelowania” na stronie 179|

candidate_inputs

[field] ... fieldN]

Zmienne wejsciowe lub
predyktory uzywane przez
model.

use_period

Sflag

date_time_field

field
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Tabela 76. Wiasciwosci wezta streamingtimeseries (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla streamingtimeseries

Wartosci

Opis wlasciwosci

input_interval

None

Unknown

Year

Quarter

Month

Week

Day

Hour
Hour_nonperiod
Minute
Minute_nonperiod
Second
Second_nonperiod

period_field

field

period_start_value

integer

num_days_per_week

integer

start_day_of_week

Sunday
Monday
Tuesday
Wednesday
Thursday
Friday
Saturday

num_hours_per_day

integer

start_hour_of_day

integer

timestamp_increments

integer

cyclic_increments

integer

cyclic_periods

list

output_interval

None
Year
Quarter
Month
Week
Day
Hour
Minute
Second

is_same_interval

Slag

cross_hour

Slag

aggregate_and_distribute

list

aggregate_default

Mean
Sum
Mode
Min
Max

distribute_default

Mean
Sum
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Tabela 76. Wiasciwosci wezta streamingtimeseries (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla streamingtimeseries

Wartosci

Opis wlasciwosci

group_default

Mean
Sum
Mode
Min
Max

missing_imput

Linear_interp
Series_mean
K_mean
K_median
Linear_trend

k_span_points integer
use_estimation_period flag
estimation_period Observations
Times
date_estimation list Dostepna tylko, gdy wybrano
ustawienie date_time_field
period_estimation list Dostepna tylko, gdy wybrano
ustawienie use_period
observations_type Latest
Earliest
observations_num integer
observations_exclude integer
method ExpertModeler
Exsmooth
Arima
expert_modeler_method ExpertModeler
Exsmooth
Arima
consider_seasonal flag
detect_outliers flag
expert_outlier_additive flag
expert_outlier_level_shift flag
expert_outlier_innovational flag
expert_outlier_level_shift flag
expert_outlier_transient flag
expert_outlier_seasonal_additive flag
expert_outlier_local_trend flag
expert_outlier_additive_patch flag
consider_newesmodels flag
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Tabela 76. Wiasciwosci wezta streamingtimeseries (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla streamingtimeseries

Wartosci

Opis wlasciwosci

exsmooth_model_type

Simple

HoltsLinearTrend
BrownsLinearTrend
DampedTrend
SimpleSeasonal
WintersAdditive
WintersMultiplicative
DampedTrendAdditive
DampedTrendMultiplicative
Multiplicative TrendAdditive
MultiplicativeSeasonal
Multiplicative TrendMultiplicative
MultiplicativeTrend

futureValue_type_method Compute
specify
exsmooth_transformation_type None
SquareRoot
NaturalLog
arima.p integer
arima.d integer
arima.q integer
arima.sp integer
arima.sd integer
arima.sq integer
arima_transformation_type None
SquareRoot
NaturalLog
arima_include_constant flag
tf_arima.p. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.d. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.q. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.sp. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.sd. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.sq. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.delay. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.transformation_type. fieldname None Dla funkcji przenoszenia.
SquareRoot
NaturalLog
arima_detect_outliers flag
arima_outlier_additive flag
arima_outlier_level_shift flag
arima_outlier_innovational flag
arima_outlier_transient flag
arima_outlier_seasonal_additive flag
arima_outlier_local_trend flag
arima_outlier_additive_patch flag
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Tabela 76. Wiasciwosci wezta streamingtimeseries (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla streamingtimeseries Wartosci Opis wlasciwosci
conf_limit_pct real

events fields

forecastperiods integer

extend_records_into_future flag

conf_limits flag

noise_res Slag

Wiasciwosci wezta streamingts (zdeprecjonowanego)

—\ Uwaga: Pierwotny wezet Szeregi czasowe jest nicaktualny w wersji 18 produktu SPSS Modeler i zostat

) zastapiony przez nowy wezet Szeregi czasowe, ktory zaprojektowano w taki sposob, aby wykorzystywat
\ potencjat serwera IBM SPSS Analytic Server i przetwarzat wielkie zbiory danych (big data). Wezet

Szeregi czasowe tworzy i ocenia modele szeregdw czasowych w jednym kroku, bez koniecznosci uzycia

wezta Przedziaty czasowe.

Przyktad

node = stream.create("streamingts", "My node")
node.setPropertyValue("deployment_force_rebuild", True)
node.setPropertyValue("deployment rebuild_mode", "Count")
node.setPropertyValue("deployment rebuild count", 3)
node.setPropertyValue("deployment_rebuild_pct", 11)
node.setPropertyValue("deployment rebuild field", "Year")

Tabela 77. Wtasciwosci wezta streamingts.

Wiasciwosci wezla streamingts

Typ danych

Opis wlasciwosci

custom_fields

Slag

Jesli custom_fields=false, uzywane sa ustawienia z
weczesniejszego wezta Typ. Jesli custom_fields=true,
nalezy okresli¢ wlasciwosci targets i inputs.

targets [fieldl...fieldN]
inputs [field]...fieldN)
method ExpertModeler
Exsmooth
Arima
calculate_conf flag
conf_limit_pct real
use_time_intervals_node flag Jesli use_time_intervals_node=true, to uzywane sa
ustawienia z wczesniejszego wezta Przedziaty
czasowe. Jesli use_time_intervals_node=false, to
nalezy okresli¢ wlasciwosci interval_offset_position,
interval_offset i interval_type.
interval_offset_position LastObservation LastObservation to odpowiednik opcji Ostatnia
LastRecord prawidlowa obserwacja. LastRecord to
odpowiednik Odliczaj wstecz od ostatniego
rekordu.
interval_offset number
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Tabela 77. Wtasciwosci wezta streamingts (kontynuacja).

Wilasciwosci wezla streamingts Typ danych Opis wlasciwosci
interval_type Periods
Years
Quarters
Months
WeeksNonPeriodic
DaysNonPeriodic
HoursNonPeriodic
MinutesNonPeriodic
SecondsNonPeriodic
events fields
expert_modeler_method Al1Models
Exsmooth
Arima
consider_seasonal flag
detect_outliers flag
expert_outlier_additive flag
expert_outlier_level_shift flag
expert_outlier_innovational flag
expert_outlier_transient flag
expert_outlier_seasonal_additive flag
expert_outlier_local_trend flag
expert_outlier_additive_patch flag
exsmooth_model_type Prosty
HoltsLinearTrend
BrownsLinearTrend
DampedTrend
SimpleSeasonal
WintersAdditive
WintersMultiplicative
exsmooth_transformation_type None
SquareRoot
Naturallog
arima_p integer Ta sama wiasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg
CZasowy
arima_d integer Ta sama wlasciwo$¢ co w wezle modelowania Szereg
CZasowy
arima_q integer Ta sama wlasciwos$¢ co w wezle modelowania Szereg
CZasowy
arima_sp integer Ta sama wiasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg
CZasowy
arima_sd integer Ta sama wiasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg
CZasowy
arima_sq integer Ta sama wiasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg
CZasowy
arima_transformation_type None Ta sama wlasciwo$¢ co w wezle modelowania Szereg
SquareRoot CZasowy
NaturallLog
arima_include_constant flag Ta sama wiasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg

CZasowy
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Tabela 77. Wtasciwosci wezta streamingts (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla streamingts Typ danych Opis wlasciwosci
tf_arima_p.fieldname integer Ta sama wlasciwo$¢ co w wezle modelowania Szereg
czasowy. Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_d.fieldname integer Ta sama wlasciwo$¢ co w wezle modelowania Szereg
czasowy. Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_q.fieldname integer Ta sama wlasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg
czasowy. Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_sp.fieldname integer Ta sama wlasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg
czasowy. Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_sd.fieldname integer Ta sama wlasciwo$¢ co w wezle modelowania Szereg
czasowy. Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_sq.fieldname integer Ta sama wlasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg
czasowy. Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_delay.fieldname integer Ta sama wlasciwos¢ co w wezle modelowania Szereg
czasowy. Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_transformation_type. None
fieldname SquareRoot
Naturallog
arima_detect_outlier_mode None
Automatic
arima_outlier_additive flag
arima_outlier_level_shift flag
arima_outlier_innovational flag
arima_outlier_transient flag
arima_outlier_seasonal_additive flag
arima_outlier_local_trend flag
arima_outlier_additive_patch flag
deployment_force_rebuild flag
deployment_rebuild_mode Count
Percent
deployment_rebuild_count number
deployment_rebuild_pct number
deployment_rebuild_field <field>
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Rozdziat 11. Wiasciwosci weztow zwigzanych z operacjami na
zmiennych

Wiasciwosci wezta anonymizenode

Wezet Anonimizacja przeksztalca sposob, w jaki nazwy i wartosci zmiennych sa reprezentowane w

g dalszej czgsci strumienia, maskujac oryginalne dane. Moze to by¢ przydatne, jesli inni uzytkownicy maja
=5 mie¢ mozliwos¢ budowania modeli z wykorzystaniem danych poufnych, takich jak nazwiska klientow lub
inne szczegodty.
Przyktad

stream = modeler.script.stream()

varfilenode = stream.createAt("variablefile", "File", 96, 96)
varfilenode.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO/DEMOS/DRUGINn")
node = stream.createAt("anonymize", "My node", 192, 96)

# Wezet Anonimizacja wymaga zmiennych wejSciowych przy ustawianiu wartoSci
stream.link(varfilenode, node)
node.setKeyedPropertyValue("enable anonymize", "Age", True)
node.setKeyedPropertyValue("transformation", "Age", "Random")
node.setKeyedPropertyValue("set_random_seed", "Age", True)
node.setKeyedPropertyValue("random seed", "Age", 123)
node.setKeyedPropertyValue("enable_anonymize", "Drug", True)
node.setKeyedPropertyValue("use prefix", "Drug", True)
node.setKeyedPropertyValue("prefix", "Drug", "myprefix")

Tabela 78. Wtasciwosci wezta anonymizenode

Wiasciwosci wezla
anonymizenode Typ danych Opis wlasciwosci

enable_anonymize flag Wartos$¢ True wlacza anonimizacje wartosci zmiennych (jest to
rownowazne wybraniu opcji Tak dla zmiennej w kolumnie
Anonimizacja wartosci).

use_prefix flag Wartos¢ True powoduje, ze uzywany bedzie niestandardowy
przedrostek, o ile zostat okreslony. Ma zastosowanie do zmiennych,
ktore beda anonimizowane metoda mieszania (Hash) i jest rownowazne
z wybraniem dla tej zmiennej opcji Uzytkownika w oknie dialogowym
Zastap wartosci.

prefix string Rownowazne wpisaniu przedrostka w polu tekstowym w oknie
dialogowym Zastap wartosci. Wartoscia domyslna jest przedrostek
domyslny, o ile nie okreslono innego.

transformation Random Okresla, czy parametry przeksztalcenia zmiennej anonimizowanej
Fixed metoda Przeksztatcenia beda losowe, czy state.
set_random_seed flag Wartos¢ True powoduje uzycie okreslonej warto$ci startowe;j (jesli

wiasciwos¢ transformation ma wartos¢ Random).

random_seed integer Gdy wihasciwos¢ set_random_seed jest ustawiona na True, jest to
wartos¢ startowa generatora liczb losowych.

scale number Gdy wiasciwos¢ transformation jest ustawiona na Fixed, ta warto$¢
uzywana jest jako wspotczynnik skalowania. Maksymalna wartos¢
skali wynosi 10, ale mozna ja zmniejszy¢, aby unikna¢ przepeknienia.
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Tabela 78. Wtasciwosci wezta anonymizenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
anonymizenode Typ danych Opis wlasciwos$ci

translate number Gdy wiasciwos¢ transformation jest ustawiona na Fixed, ta warto$¢

uzywana jest jako wspdtczynnik translacji. Maksymalna wartos§¢
translacji wynosi 1000, ale mozna ja zmniejszy¢, aby uniknac
przepehienia.

Wiasciwosci wezta autodataprepnode

Wezel Automatyczne przygotowywanie danych (Automated Data Preparation — ADP) moze analizowaé

] dane uzytkownika i wskaza¢ poprawki, odfiltrowa¢ pola problematyczne lub prawdopodobnie
>

bezuzyteczne, w razie potrzeby oblicza¢ nowe atrybuty i przyczyniac si¢ do poprawy wydajnosci poprzez
inteligentne filtrowanie i probkowanie danych. Wezta tego mozna uzywaé w sposob catkowicie
zautomatyzowany, pozwalajac mu wybiera¢ i stosowac poprawki, albo mozna przejrze¢ zmiany przed ich
dokonaniem i zaakceptowac je lub odrzuci¢ i wprowadzi¢ poprawki.

Przyktad

node = stream.create("autodataprep", "My node")

node.setPropertyValue("objective", "Balanced")

node.
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("excluded fields", "Filter")
setPropertyValue("prepare dates_and times", True)
setPropertyValue("compute time until_date", True)
setPropertyValue("reference_date", "Today")
setPropertyValue("units_for_date_durations", "Automatic")

Tabela 79. Wiasciwosci wezta autodataprepnode

Wiasciwosci wezla autodataprepnode | Typ danych Opis wlasciwosci
objective Balanced
Speed
Accuracy
Custom
custom_fields flag Wartos¢ true umozliwia okreslenie zmiennej

przewidywanej, wejsciowej i innych zmiennych dla
biezacego wezta. Wartos¢ false powoduje uzycie
biezacych ustawien z wezesniejszego wezta Typ.

ClearAnalysis

target field Okresdla jedng zmienng przewidywana.
inputs [field1 ... fieldN] Zmienne wejsciowe lub predyktory uzywane przez
model.
use_frequency flag
frequency_field field
use_weight flag
weight_field field
excluded_fields Filter
None
if_fields_do_not_match StopExecution

prepare_dates_and_times

Slag

Steruje dostgpem do wszystkich zmiennych daty i
czasu

compute_time_until_date

Slag
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Tabela 79. Wtasciwosci wezta autodataprepnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla autodataprepnode | Typ danych Opis wlasciwosci
reference_date Today
Fixed
fixed_date date
units_for_date_durations Automatic
Fixed
fixed_date_units Years
Months
Days
compute_time_until_time flag
reference_time CurrentTime
Fixed
fixed_time time
units_for_time_durations Automatic
Fixed
fixed_date_units Hours
Minutes
Seconds
extract_year_from_date flag
extract_month_from_date flag
extract_day_from_date flag
extract_hour_from_time flag
extract_minute_from_time flag
extract_second_from_time flag
exclude_low_quality_inputs flag
exclude_too_many_missing flag
maximum_percentage_missing number
exclude_too_many_categories flag
maximum_number_categories number
exclude_if_large_category flag
maximum_percentage_category number
prepare_inputs_and_target flag
adjust_type_inputs flag
adjust_type_target flag
reorder_nominal_inputs flag
reorder_nominal_target flag
replace_outliers_inputs flag
replace_outliers_target flag
replace_missing_continuous_inputs flag
replace_missing_continuous_target flag
replace_missing_nominal_inputs flag
replace_missing_nominal_target flag
replace_missing_ordinal_inputs flag
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Tabela 79. Wtasciwosci wezta autodataprepnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla autodataprepnode | Typ danych Opis wlasciwosci
replace_missing_ordinal_target flag
maximum_values_for_ordinal number
minimum_values_for_continuous number
outlier_cutoff_value number
outlier_method Replace
Delete
rescale_continuous_inputs flag
rescaling_method MinMax
ZScore
min_max_minimum number
min_max_maximum number
z_score_final_mean number
z_score_final_sd number
rescale_continuous_target flag
target_final_mean number
target_final_sd number
transform_select_input_fields flag
maximize_association_with_target flag
p_value_for_merging number
merge_ordinal_features flag
merge_nominal_features flag
minimum_cases_in_category number
bin_continuous_fields flag
p_value_for_binning number
perform_feature_selection flag
p_value_for_selection number
perform_feature_construction flag
transformed_target_name_extension string
transformed_inputs_name_extension | string
constructed_features_root_name string
years_duration_ name_extension string
months_duration_ name_extension string
days_duration_ name_extension string
hours_duration_ name_extension string
minutes_duration_ name_extension string
seconds_duration_ name_extension string
year_cyclical_name_extension string
month_cyclical_name_extension string
day_cyclical_name_extension string
hour_cyclical_name_extension string
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Tabela 79. Wtasciwosci wezta autodataprepnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla autodataprepnode | Typ danych Opis wlasciwosci
minute_cyclical_name_extension string
second_cyclical_name_extension string

Wiasciwosci wezta astimeintervalsnode

Wezet Przedziaty czasowe moze by¢ uzywany do okreslenia przedzialow i wyliczenia nowej zmienne;j
czasu na potrzeby oszacowania lub prognozowania. Obshugiwany jest caty zakres przedziatow czasowych,
+

od sekund po lata.

Tabela 80. Wtasciwosci wezta astimeintervalsnode

Wiasciwosci wezla astimeintervalsnode Typ danych Opis wlasciwosci

time_field field Przyjmuje tylko jedna zmienna ciagta. Ta zmienna
jest uzywana w wezle jako wartos¢ kluczowa
agregacji podczas przeksztalcania przedziatu.
Zmienna calkowita jest traktowana jak indeks czasu.

dimensions [fieldl field? ... fieldn] Te zmienne stuza do tworzenia poszczegdlnych

szeregow czasowych na podstawie wartosci
zmiennych.

fields_to_aggregate

[field] field? ... fieldn]

Te zmienne sa agregowane w ramach modyfikacji
przedziatu zmiennej czasu. Wszystkie zmienne,
ktore nie zostana uwzglednione w tym selektorze,
zostana odfiltrowane z danych opuszczajacych
wezel.

Wtasciwosci wezla binningnode

Wezet Kategoryzacja automatycznie tworzy nowe zmienne nominalne (zbioru) na podstawie wartosci z
anllln jednej lub wigkszej liczby istniejacych zmiennych ilosciowych (zakres liczbowy). Mozna na przyktad
+> przeksztalcic¢ ilosciowa zmienna przychodu na nowa zmienna jakosciowa zawierajaca grupy przychodu
stanowiace odchylenia od sredniej. Po utworzeniu kategorii dla nowej zmiennej na podstawie punktu

podzialu mozna wygenerowa¢ wezet Wyliczanie.

Przyktad

node = stream.create("binning", "My node")
node.setPropertyValue("fields", ["Na", "K"])
node.setPropertyValue("method", "Rank")
node.setPropertyValue("fixed width name_extension", " binned")
node.setPropertyValue("fixed width add as", "Suffix")
node.setPropertyValue("fixed _bin method", "Count")
node.setPropertyValue("fixed_bin_count", 10)
node.setPropertyValue("fixed bin width", 3.5)
node.setPropertyValue("tilel0", True)
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Tabela 81. Wiasciwosci wezta binningnode

Wiasciwosci wezla binningnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

fields [fieldl field2 ... fieldn] Zmienne ilo$ciowe (zakres liczbowy) oczekujace na
przeksztatcenie. Mozna kategoryzowac wiele
zmiennych jednoczesnie.
method FixedWidth Metoda uzywana do ustalania punktéw podziatu dla
EqualCount nowych przedzialow zmiennych (kategorii).
Rank
SDev
Optimal
rcalculate_bins Always Okresla, czy kategorie sa ponownie obliczane, a
IfNecessary dane umieszczane w odpowiednich kategoriach przy
kazdym wykonaniu wezla, czy tez dane sa tylko
dodawane do istniejacych kategorii i ewentualnie
dodanych nowych kategorii.
fixed_width_name_extension string Rozszerzenie domysSlne to _BIN.
fixed_width_add_as Suffix Okresla, czy rozszerzenie jest dodawane na koncu
Prefix (suffix, przyrostek), czy na poczatku (prefix,
przedrostek) nazwy zmiennej. Rozszerzenie
domyslne to income_BIN.
fixed_bin_method Width
Count
fixed_bin_count integer Liczba catkowita uzywana do okreslenia liczby
przedziatdw o ustalonej szerokosci (kategorii) dla
nowych zmiennych.
fixed_bin_width real Warto$¢ (liczba catkowita lub rzeczywista), jaka
bedzie uzywana do obliczenia ,,szerokosci”
przedziatu.
equal_count_name_ string Domyslne rozszerzenie to _TILE.
extension
equal_count_add_as Suffix Okresla rozszerzenie (przyrostek albo przedrostek)
Prefix nazw zmiennych generowanych z zastosowaniem
standardowych p-tyli. Domyslnym rozszerzeniem
jest_TILE plus N, gdzie N oznacza liczbg N-tyli.
tile4 flag Generuje cztery kwantyle, kazdy zawierajacy po
25% obserwacji.
tile5 flag Generuje pig¢ kwintyli.
tile10 flag Generuje dziesig¢ decyli.
tile20 flag Generuje 20 rownych przedziatow.
tile100 flag Generuje 100 centyli.
use_custom_tile flag
custom_tile_name_extension string Rozszerzenie domyslne to _TILEN.
custom_tile_add_as Suffix
Prefix
custom_tile integer
equal_count_method RecordCount Metoda RecordCount prébuje przypisa¢ do
ValueSum kazdego przedzialu rowna liczbg rekordow,

natomiast ValueSum przypisuje rekordy tak, by
sumy wartos$ci w kazdym przedziale byty rowne.
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Tabela 81. Wtasciwosci wezta binningnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla binningnode Typ danych Opis wlasciwosci
tied_values_method Next Okresla, w ktorym przedziale ma by¢ umieszczona
Current powiazana warto$¢ danych.
Random
rank_order Ascending Wiasciwos¢ przyjmuje warto$¢ Ascending
Descending (rosnaco, najnizsza wartos¢ oznaczona 1) albo
Descending (malejaco, najwyzsza wartos¢
oznaczona 1).
rank_add_as Suffix Ta opcja ma zastosowanie do rangi, rangi
Prefix utamkowej i rangi procentowe;.
rank Slag
rank_name_extension string Rozszerzenie domyslne to _RANK.
rank_fractional flag Przeprowadza rangowanie obserwacji, w ktérym
nowa zmienna jest rowna randze podzielonej przez
sume wag obserwacji bez brakow danych. Rangi
utamkowe mieszcza si¢ w przedziale od 0 do 1.
rank_fractional_name__ string Rozszerzenie domyslne to _F_RANK.
extension
rank_pct flag Kazda ranga jest podzielona przez liczbe rekordow
o poprawnych warto$ciach i pomnozona przez 100.
Utamkowe rangi procentowe mieszcza si¢ w
przedziale od 1 do 100.
rank_pct_name_extension string Rozszerzenie domyslne to _P_RANK.
sdev_name_extension string
sdev_add_as Suffix
Prefix
sdev_count One
Two
Three
optimal_name_extension string Rozszerzenie domyslne to _OPTIMAL.
optimal_add_as Suffix
Prefix
optimal_supervisor_field field Zmienna uzywana jako nadzorujaca; sa z nia
powiazane zmienne wybrane do kategoryzacji.
optimal_merge_bins flag Okresla, ze przedziaty (kategorie) z mala liczba
obserwacji beda dodawane do wigkszych sasiednich
przedziatow.
optimal_small_bin_threshold integer
optimal_pre_bin flag Okresla, ze ma by¢ wykonywana wstepna
kategoryzacja.
optimal_max_bins integer Okresla gorna granicg, by unikna¢ tworzenia zbyt
duzej liczby przedziatow.
optimal_lower_end_point Inclusive
Exclusive
optimal_first_bin Unbounded
Bounded
optimal_last_bin Unbounded
Bounded
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Wiasciwosci wezta derivenode

—
—
+—>
Przyktad 1
# Utworz i skonfiguruj wezet Wyliczanie zmiennej typu flaga
node = stream.create("derive", "My node")
node.setPropertyValue("new name", "DrugX Flag")

node.
node.
.setPropertyValue("flag false", "0")
setPropertyValue("flag_expr", "'Drug' == \"drugX\"")

node

node.

Wezet wyliczen modyfikuje wartosci danych lub tworzy nowe zmienne z co najmniej jednej istniejacej

setPropertyVa]ue("resﬁ]t_type", "Flag")

setPropertyValue("flag_true", "1")

zmiennej. Tworzy pola typu formula, flaga, nominalne, stan, liczebno$¢ i warunkowe.

# Utwdorz i skonfiguruj wezet Wyliczanie zmiennej typu Condition

node
node
node
node
node

= stream.create("derive", "My node")

.setPropertyValue("result_type", "Conditional")
.setPropertyValue("cond_if_cond", "@OFFSET(\"Age\", 1) = \"Age\"")
.setPropertyValue("cond_then_expr", "(GOFFSET(\"Age\", 1) = \"Age\" >< @INDEX")
.setPropertyValue("cond else_expr", "\"Age\"")

Przykiad 2

W tym skrypcie przyjeto zatozenie, ze istnieja dwie kolumny liczbowe o nazwach XPos i YPos, ktére reprezentuja

wspotrzedne X i Y punktu (na przyktad miejsca, w ktorym zaszlo zdarzenie). Skrypt tworzy wezet Wyliczanie, ktdry
oblicza kolumng geoprzestrzenna na podstawie wspotrzednych X i Y odzwierciedlajacych dany punkt w konkretnym
uktadzie wspotrzednych:

stream = modeler.script.stream()
# Pozostaty kod konfiguracji strumienia

node

= stream.createAt("derive", "Location", 192, 96)
node.setPropertyValue("new_name", "Location")
node.setPropertyValue("formula_expr", "['XPos', 'YPos']")
node.setPropertyValue("formula_type", "Geospatial")

# Teraz mamy ogdlny typ miary. Definiujemy szczegdty

# obiektu geoprzestrzennego

node.setPropertyValue("geo_type", "Point")
node.setPropertyValue("has_coordinate system", True)

node.setPropertyValue("coordinate system", "ETRS 1989 EPSG Arctic_zone 5-47")

Tabela 82. Wtasciwosci wezta derivenode

Wiasciwosci wezla derivenode | Typ danych Opis wlasciwosci
new_name string Nazwa nowej zmienne;.
mode Single Okresla jedna lub wiele zmiennych.
Multiple
fields list Wartos¢ uzywana tylko w wezle Multiple do
wybierania wielu zmiennych.
name_extension string Okresla rozszerzenie nazw(y) nowej
zmiennej/nowych zmiennych.
add_as Suffix Rozszerzenie jest dodawane jako przedrostek
Prefix (na poczatku) albo jako przyrostek (na koncu)
nazwy zmienne;.
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Tabela 82. Wtasciwosci wezta derivenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla derivenode | Typ danych Opis wlasciwosci
result_type Formula Szes$¢ typdw nowych zmiennych, jakie mozna
Flag tworzy¢.
Set
State
Count
Conditional
formula_expr string Wyrazenie obliczajace warto$¢ nowej
zmiennej w wezle Wyliczanie.
flag_expr string
flag_true string
flag_false string
set_default string
set_value_cond string Zmienna ustrukturyzowana udostgpniajaca
warunek zwiazany z dana wartoscia.
state_on_val string Okresla warto$¢ nowej zmiennej, gdy
spelniony jest warunek wiaczenia.
state_off_val string Okres$la warto$¢ nowej zmiennej, gdy
spelniony jest warunek wyltaczenia.
state_on_expression string
state_off_expression string
state_initial On Przypisuje kazdemu rekordowi nowej
Off zmiennej warto$¢ poczatkowa On (wlaczenie)
albo Off (wylaczenie). Ta warto$¢ moze sie
zmienia¢ w zaleznosci od tego, czy
poszczegolne warunki sa spetione.
count_initial_val string
count_inc_condition string
count_inc_expression string
count_reset_condition string
cond_if_cond string
cond_then_expr string
cond_else_expr string

formula_measure_type

Range / MeasureType.RANGE

Discrete / MeasureType.DISCRETE

Flag / MeasureType.FLAG

Set / MeasureType.SET

OrderedSet /
MeasureType.ORDERED_SET

Typeless / MeasureType. TYPELESS
Collection / MeasureType.COLLECTION
Geospatial / MeasureType.GEOSPATIAL

Ta wlasciwos$¢ umozliwia zdefiniowanie
pomiaru zwigzanego ze zmienna wyliczana.
Do funkcji ustawiajacej mozna przekazac
tancuch albo jedna z wartosci MeasureType.
Funkcja pobierajaca zawsze zwraca warto$ci
MeasureType.

collection_measure

Range / MeasureType.RANGE

Flag / MeasureType.FLAG

Set / MeasureType.SET

OrderedSet /
MeasureType.ORDERED_SET
Typeless / MeasureType. TYPELESS

W przypadku zmiennych collection (listy o
glebokosci 0) ta wlasciwos¢ definiuje typ
pomiaru zwiazany z bazowymi warto$ciami.
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Tabela 82. Wiasciwosci wezta derivenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla derivenode | Typ danych Opis wlasciwosci
geo_type Point W przypadku zmiennych geoprzestrzennych
MultiPoint ta wlasciwos¢ definiuje typ obiektu
LineString reprezentowanego przez zmienna. Powinien
MultiLineString by¢ on zgodny z glebokoscia listy wartosci.
Polygon
MultiPolygon
has_coordinate_system boolean W przypadku zmiennych geoprzestrzennych
ta wlasciwos$¢ okresla, czy zmienna ma uktad
wspotrzednych.
coordinate_system string W przypadku zmiennych geoprzestrzennych
ta wlasciwos¢ definiuje uktad wspoétrzednych
dla zmiennej.

Wiasciwosci wezta ensemblenode

b |

predykcji, jakie mozna uzyska¢ z dowolnego modelu.

+>

Przyktad

# Utworz i skonfiguruj wezet Zespolenie
# Uzyj tego wezta z modelami z pliku demos\streams\pm_binaryclassifier.str
node = stream.create("ensemble", "My node")

node.setPropertyValue("ensemble target field", "response")

node.setPropertyValue("filter_individual model output", False)

Wezet Zespolenie taczy co najmniej dwa modele uzytkowe w celu uzyskania bardziej doktadnych

node.setPropertyValue("flag_ensemble_method", "ConfidenceWeightedVoting")
node.setPropertyValue("flag voting tie_selection", "HighestConfidence")

Tabela 83. Wtasciwosci wezta ensemblenode

ConfidenceWeightedVoting
RawPropensityWeightedVoting
AdjustedPropensityWeightedVoting
HighestConfidence
AverageRawPropensity
AverageAdjustedPropensity

Wiasciwosci wezla ensemblenode Typ danych Opis wlasciwosci

ensemble_target_field field Okresla zmienna docelowa dla wszystkich
modeli uzywanych w zespoleniu.

filter_individual_model_output flag Okresla, czy wyniki oceny z
poszczegdlnych modeli powinny by¢
pomijane.

flag_ensemble_method Voting Okres$la metode wyznaczania oceny

zespolenia. To ustawienie obowiazuje
tylko wtedy, gdy wybrana zmienna
docelowa jest zmienna typu flaga.

set_ensemble_method

Voting
ConfidenceWeightedVoting
HighestConfidence

Okresla metode wyznaczania oceny
zespolenia. To ustawienie obowiazuje
tylko wtedy, gdy wybrana zmienna
docelowa jest zmienna nominalna.
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Tabela 83. Wtasciwosci wezta ensemblenode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla ensemblenode Typ danych Opis wlasciwosci
flag_voting_tie_selection Random Jesli wybrana jest metoda gtosowania,
HighestConfidence okresla sposéb rozstrzygania powiazan.
RawPropensity To ustawienie obowiazuje tylko wtedy,
AdjustedPropensity gdy wybrana zmienna docelowa jest
zmienna typu flaga.
set_voting_tie_selection Random Jesli wybrana jest metoda glosowania,
HighestConfidence okresla sposob rozstrzygania powiazan.
To ustawienie obowiazuje tylko wtedy,
gdy wybrana zmienna docelowa jest
zmienna nominalnag.
calculate_standard_error flag W przypadku ciaglej zmiennej

przewidywanej obliczenia btedu
standardowego sa uruchamiane domyslnie
w celu obliczenia réznicy miedzy
wartos$cia zmierzona a rzeczywista, a
takze do prezentacji stopnia dopasowania
tych oszacowan.

Wiasciwosci wezla fillernode

Wezel wypehiania zastgpuje wartos$ci zmiennych i zmienia typ sktadowania. Wartosci moga by¢

'_','___; zastepowane na podstawie warunku CLEM, np. @BLANK(@FIELD). Alternatywnie, mozna wybra¢,
+ aby wszystkie wartosci puste lub null zastgpowane byly konkretna wartoscia. Wezet wypetniania czgsto
jest uzywany z weztem Typ do zastgpowania brakow danych.
Przyktad

node = stream.create("filler", "My node")
node.setPropertyValue("fields", ["Age"])
node.setPropertyValue("replace_mode", "Always")
node.setPropertyValue("condition", "(\"Age\" > 60) and (\"Sex\" = \"M\"")

node.setPropertyValue("replace with", "\"old man\"")

Tabela 84. Wtasciwosci wezta fillernode

Wiasciwosci wezla fillernode Typ danych Opis wlasciwosci
fields list Zmienne ze zbioru danych, ktorych wartosci beda
badane i zastgpowane.
replace_mode Always Mozna zastepowac wszystkie warto$ci, wartosci
Conditional puste lub wartosci null albo zastgpowac na
Blank podstawie okreslonego warunku.
Null
BlankAndNull
condition string
replace_with string
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Wiasciwosci wezla filternode

Wezet Filtrowanie filtruje (odrzuca) zmienne, zmienia nazwy zmiennych i mapuje zmienne z jednego
wezta zrédtowego do drugiego.

vl

Przyktad

node = stream.create("filter", "My node")
node.setPropertyValue("default_include", True)
node.setKeyedPropertyValue("new_name", "Drug", "Chemical")
node.setKeyedPropertyValue("include", "Drug", False)

Uzycie wlasciwosci default_include. Nalezy zwroci¢ uwagg, ze ustawienie warto$ci wlasciwosci default_include nie
powoduje automatycznie uwzglednienia lub wykluczenia wszystkich zmiennych; okresla jedynie stan domyslny dla
biezacego wyboru. Funkcjonalnie jest to odpowiednik zaznaczenia przycisku Domys$Ine uwzglednianie zmiennych w
oknie dialogowym wezta filtrowania. Zatozmy na przyktad, ze uruchamiamy nastgpujacy skrypt:
node = modeler.script.stream().create("filter", "Filter")
node.setPropertyValue("default_include", False)
# Uwzglednij te dwie zmienne na liscie
for f in ["Age", "Sex"]:

node.setKeyedPropertyValue("include", f, True)

Spowoduje to, ze wezet przekaze zmienne Age i Sex, a odrzuci wszystkie pozostate. Zatézmy teraz, ze ponownie
uruchamiamy ten sam skrypt, ale wskazujemy dwie inne zmienne:

node = modeler.script.stream().create("filter", "Filter")

node.setPropertyValue("default_include", False)

# Uwzglednij te dwie zmienne na liScie

for f in ["BP", "Na"]:
node.setKeyedPropertyValue("include", f, True)

Spowoduje to dodanie dwdch zmiennych do filtru, zatem lacznie przekazane zostang cztery zmienne (Age, Sex, BP,
Na). Innymi stowy, zmiana wartosci default_include na False nie kasuje wyboru zmiennych.

Jesli teraz zmienimy default_include na True — czy to za pomoca skryptu, czy okna dialogowego wezta filtrowania
— dziatanie wezta zostanie odwrocone i cztery wymienione zmienne bgda odrzucane, a nie uwzgledniane. W razie
watpliwosci mozna poeksperymentowac z elementami sterujacymi w oknie dialogowym wezta filtrowania, aby
zorientowac si¢ w dzialaniu tego mechanizmu.

Tabela 85. Wtasciwosci wezta filternode

Wilasciwosci wezla filternode Typ danych Opis wlasciwosci

default_include flag Wiasciwos¢ wprowadzana, ktéra okresla, czy
zmienne maja by¢ domyslnie przekazywane, czy
filtrowane:

Nalezy zwrdci¢ uwage, ze ustawienie wartosci tej
wlasciwosci nie powoduje automatycznie
uwzglednienia lub wykluczenia wszystkich
zmiennych; okresla jedynie, czy zmienne sa
domyslnie uwzgledniane, czy wykluczane.
Dodatkowe komentarze zawiera ponizszy przyktad.

include flag Wiasciwo$¢ wprowadzana decydujaca o
uwzglednianiu lub usuwaniu zmiennych.

new_name string
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Wiasciwosci wezta historynode

Wezel Historia tworzy nowe zmienne zawierajace dane ze zmiennych z wczesniejszych rekordow. Wezly
EE historii sa najczesciej uzywane w przypadku danych sekwencyjnych, takich jak dane szeregu czasowego.
Przed uzyciem wezta historii mozna posortowac dane za pomoca wezta Sortowanie.

Przyktad

node = stream.create("history", "My node")
node.setPropertyValue("fields", ["Drug"])
node.setPropertyValue("offset", 1)
node.setPropertyValue("span", 3)

node.setPropertyValue("unavailable", "Discard")

node.setPropertyValue("fi11_with", "undef")

Tabela 86. Wiasciwosci wezta historynode

Wiasciwosci wezla historynode Typ danych Opis wlasciwosci
fields list Zmienne, dla ktérych ma by¢ wygenerowana
historia.
offset number Okresla ostatni rekord przed rekordem biezacym, z
ktdérego maja zosta¢ wyodrebnione historyczne
wartosci zmiennych.
span number Okresla liczbg wezesniejszych rekordow, z ktorych
warto$ci maja zosta¢ wyodrebnione.
unavailable Discard Dotyczy rekordéw bez wartosci historycznych,
Leave zwykle kilku pierwszych rekordow znajdujacych
Fill sig w gornej czesei zbioru danych, dla ktorych nie
istnieja wezesniejsze rekordy mogace stanowic
zrédto danych historycznych.
fill_with String Okresla wartos¢ lub taricuch, ktory ma by¢
Number uzywany w przypadku rekordéw, w ktorych
wartosci historyczne sa niedostgpne.

Wiasciwosci wezta partitionnode

Wezet Podzial na podzbiory generuje zmienna dzielaca na podzbiory, ktora dzieli dane na osobne
@ podzbiory dla etapéw do uczenia, testowania i walidacji podczas budowania modelu.

+>

Przyktad
node = stream.create("partition", "My node")

node.setPropertyValue("create_validation", True)

node.setPropertyValue("training _size", 33)
node.setPropertyValue("testing size", 33)
node.setPropertyValue("validation_size", 33)

node.setPropertyValue("set_random_seed", True)

node.setPropertyValue("random_seed", 123)

node.setPropertyValue("value mode", "System")
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Tabela 87. Wiasciwosci wezta partitionnode

Wilasciwosci wezla partitionnode | Typ danych Opis wlasciwosci

new_name string Nazwa zmiennej dzielacej na podzbiory
wygenerowanej przez wezet.

create_validation flag Okresla, czy ma by¢ tworzony podzbidér walidacyjny.

training_size integer Odsetek rekordow (0—100), jaki ma by¢ przydzielony
do podzbioru uczacego.

testing_size integer Odsetek rekordow (0—100), jaki ma by¢ przydzielony
do podzbioru testowego.

validation_size integer Odsetek rekordow (0—100), jaki ma by¢ przydzielony
do podzbioru walidacyjnego. Ignorowana, jesli
podzbidr walidacyjny nie jest tworzony.

training_label string Etykieta podzbioru uczacego.

testing_label string Etykieta podzbioru testowego.

validation_label string Etykieta podzbioru walidacyjnego. Ignorowana, jesli
podzbior walidacyjny nie jest tworzony.

value_mode System Okresla wartosci uzyte do reprezentowania kazdego

SystemAndLabel podzbioru w danych. Na przyktad proba uczaca moze
Label by¢ reprezentowana przez systemowa wartosé

catkowita 1, etykiete Training albo kombinacje
1_Training.

set_random_seed Boolean Okresla, czy ma by¢ uzywana okreslona przez
uzytkownika warto$¢ poczatkowa generatora liczb
losowych.

random_seed integer Okreslona przez uzytkownika warto$¢ poczatkowa
generatora liczb losowych. Aby ta wartos¢ byta
uzywana, set_random_seed musi mie¢ warto$¢ True.

enable_sql_generation Boolean Okresla, czy przypisywanie rekordéw do podzbiorow

ma by¢ zlecane serwerowi SQL.

unique_field

Okresla zmienne wejSciowe zapewniajace losowe, ale
powtarzalne przypisywanie rekordow do podzbiorow.
Aby ta wartos¢ byta uzywana, enable_sqgl_generation
musi mie¢ warto$¢ True.

Wiasciwosci wezta reclassifynode

+—>

Przyktad

node = stream.create("reclassify", "My node")

node.setPropertyValue("mode", "Multiple")

node.setPropertyValue("replace field", True)

node.setPropertyValue("field", "Drug")

node.setPropertyValue("new_name", "Chemical")
node.setPropertyValue("fields", ["Drug", "BP"])
node.setPropertyValue("name_extension", "reclassified")

node.setPropertyValue("add_as", "Prefix")

Wezet Rekodowanie przeksztalca jeden zestaw wartosci jakosciowych w inny. Rekodowanie jest
przydatne do zwijania kategorii lub ponownego pogrupowania danych do analizy.
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node.setKeyedPropertyValue("reclassify", "drugA", True)
node.setPropertyValue("use_default", True)
node.setPropertyValue("default", "BrandX")
node.setPropertyValue("pick 1ist", ["BrandX", "Placebo", "Generic"])

Tabela 88. Wiasciwosci wezta reclassifynode

Wiasciwosci wezla reclassifynode Typ danych Opis wlasciwosci
mode Single Single reklasyfikuje kategorie dla jednej zmienne;j.
Multiple Multiple aktywuje opcje umozliwiajace

transformacj¢ wigcej niz jednej zmiennej na raz.

replace_field flag

field string Uzywana tylko w trybie Single.

new_name string Uzywana tylko w trybie Single.

fields [fieldl field? ... fieldn] Uzywana tylko w trybie Multiple.

name_extension string Uzywana tylko w trybie Multiple.

add_as Suffix Uzywana tylko w trybie Multiple.

Prefix

reclassify string Wiasciwos$¢ ustrukturyzowana przeznaczona na
warto$ci zmiennych.

use_default flag Uzyj wartosci domyslnej.

domysiny string Okresl warto$¢ domy$lina.

pick_list [string string ... string] Umozliwia uzytkownikowi zaimportowanie listy
znanych nowych wartosci, ktore wypehnia liste
rozwijana w tabeli.

Wiasciwosci wezta reordernode

Wezel Reorganizacja definiuje rzeczywista kolejnos¢, w jakiej wyswietlane sa zmienne w dalszej czesci

ET_L strumienia. Ta kolejno$¢ wptywa na wyswietlanie zmiennych w roéznych obszarach, takich jak tabele, listy
i selektor zmiennych. Ta operacja jest przydatna podczas pracy z obszernymi bazami danych w celu
zapewnienia lepszej widoczno$ci zmiennych, ktére interesuja uzytkownika.

Przyktad

node

node.
node.

node

= stream.create("reorder", "My node")
setPropertyValue("mode", "Custom")
setPropertyValue("sort _by", "Storage")

.setPropertyValue("ascending", False)
node.
node.

setPropertyValue("start_fields", ["Age", "Cholesterol"])
setPropertyValue("end fields", ["Drug"])

Tabela 89. wiasciwosci wezta reordernode

Wiasciwosci wezla reordernode Typ danych Opis wlasciwosci

mode Custom Mozna posortowac¢ wartosci automatycznie lub
Auto okresli¢ kolejno$¢ niestandardowa.

sort_by Name
Type
Storage

ascending flag

start_fields [fieldl field? ... fieldn] Nowe zmienne sa wstawiane za tymi zmiennymi.
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Tabela 89. wtasciwosci wezta reordernode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla reordernode Typ danych Opis wlasciwosci
end_fields [fieldl field2 ... fieldn] Nowe zmienne sa wstawiane przed tymi
zmiennymi.

Wiasciwosci wezta reprojectnode

W programie SPSS Modeler sktadniki, takie jak funkcje przestrzenne w Konstruktorze wyrazen, wezet
STP i wezel Wizualizacja na mapie uzywaja rzutowanego uktadu wspolrzednych. Wezet Odwzorowanie
b ol umozliwia zmiang uktadu wspotrzednych kazdego rodzaju importowanych danych, ktore korzystaja z
) uktadu wspotrzednych geograficznych.

Tabela 90. Wiasciwosci wezta reprojectnode

Wiasciwosci wezla reprojectnode Typ danych Opis wlasciwosci
reproject_fields [fieldl field? ... fieldn] Lista wszystkich zmiennych, ktorych rzutowanie ma
by¢ zmienione.
reproject_type Streamdefault Wybierz sposob zmiany rzutowania zmiennych.
Specify
coordinate_system string Nazwa uktadu wspotrzednych, ktéry ma by¢

zastosowany wzgledem zmiennych. Przyktad:
set reprojectnode.coordinate_system =
“WGS_1984_World_Mercator”

Wiasciwosci wezta restructurenode

Wezet Restrukturyzacja przeksztatca zmienna nominalna lub typu flaga na grupe zmiennych, ktore moga

—EE by¢ wypelnione wartosciami jeszcze innej zmiennej. Na przyktad, dana jest zmienna o nazwie payment
type (rodzaj ptatnosci), ktorej wartosci to credit (kredyt), cash (gotowka) i debit (debet) i utworzone
zostana trzy nowe zmienne (credit, cash, debit), a kazda z nich moze zawiera¢ warto$¢ dla rzeczywiscie
dokonanej ptatnosci.

Przyktad

node = stream.create("restructure", "My node")
node.setKeyedPropertyValue("fields from", "Drug", ["drugA", "drugX"])
node.setPropertyValue("include_field_name", True)
node.setPropertyValue("value_mode", "OtherFields")
node.setPropertyValue("value_fields", ["Age", "BP"])

Tabela 91. Wtasciwosci wezta restructurenode

Wiasciwosci wezla restructurenode Typ danych Opis whasciwosci

fields_from [category category
category]
all

include_field_name flag Okresla, czy w nazwie zreorganizowanej zmiennej

ma by¢ uzywana nazwa zmienne;j.

value_mode OtherFields Wskazuje tryb okreslania wartosci dla zmiennych

Flags zreorganizowanych. W przypadku warto$ci

OtherFields nalezy okresli¢ zmienne, ktére maja
by¢ uzywane. W przypadku wartosci Flags flagi sa
liczbowe.
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Tabela 91. Wtasciwosci wezta restructurenode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla restructurenode Typ danych

Opis wlasciwosci

value_fields list

Wymagana, jesli value_mode ma wartos$¢

zmiennych wartosci.

OtherFields. Okresla, ktérych zmiennych uzy¢ jako

Wiasciwosci wezta rfmanalysisnode

wszystkie transakcje (kwota).

Przyktad

node = stream.create("rfmanalysis", "My node")
node.setPropertyValue("recency", "Recency")
node.setPropertyValue("frequency", "Frequency")
node.setPropertyValue("monetary", "Monetary")

node.setPropertyValue("tied values method", "Next")

node.setPropertyValue("recalculate bins", "IfNecessary")
node.setPropertyValue("recency_thresholds", [1, 500, 800, 1500, 2000, 2500])

Tabela 92. Wtasciwosci wezta rfmanalysisnode

Wezet analizy RFM (Recency — Aktualno$é¢, Frequency — Czgstos¢, Monetary — Kwota) umozliwia
okreslenie ilosciowo, ktorzy klienci najprawdopodobniej beda najlepszymi, poprzez dokonanie oceny,
kiedy ostatnio dokonali zakupu (aktualnos¢), jak czesto dokonuja zakupu (czgstosé) i jak duzo wydali na

Wilasciwosci wezla

rfmanalysisnode Typ danych Opis wlasciwosci

recency field Okresla zmienna aktualnosci. Moze to by¢ data,
znacznik czasu lub zwykta liczba.

frequency field Okresla zmienna czestosei.

monetary field Okresla zmienna kwoty.

recency_bins integer Okresla liczbe przedziatéw aktualnosci do
wygenerowania.

recency_weight number Okresla wagg, jaka ma by¢ zastosowana wzgledem
danych o aktualnosci. Domys$lna wartoscia jest 100.

frequency_bins integer Okresla liczbe przedziatow czgstosci do
wygenerowania.

frequency_weight number Okresla wagg, jaka ma by¢ zastosowana wzglgdem
danych o czgstosci. Domyslna wartoscia jest 10.

monetary_bins integer Okresla liczbe przedzialéw kwot do wygenerowania.

monetary_weight number Okresla wagg, jaka ma by¢ zastosowana wzgledem
danych o kwotach. Domyslna warto$cia jest 1.

tied_values_method Next Okresla, w ktorym przedziale ma by¢ umieszczona

Current powiazana wartosc.
recalculate_bins Always
IfNecessary
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Tabela 92. Wiasciwosci wezta rfmanalysisnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
rfmanalysisnode Typ danych Opis wlasciwosci

add_outliers flag Dostepna tylko wtedy, gdy recalculate_bins ma

warto$¢ IfNecessary. Jesli jest ustawiona, rekordy
lezace ponizej dolnego przedziatu zostana dodane do
dolnego przedziatu, a rekordy powyzej najwyzszego
przedziatu zostana dodane do najwyzszego przedziatu.

binned_field Recency
Frequency
Monetary
recency_thresholds value value Dostepna tylko wtedy, gdy recalculate_bins ma
wartos¢ Always. Okresl gorne i dolne granice
przedziatéw aktualnosci. Gorna granica jednego
przedziatu jest dolna granica nastgpnego. Na przyktad
[10 30 60] definiuje dwa przedziaty: pierwszy z gorna
i dolna granica rowna odpowiednio 10 i 30, a drugi z
granicami 30 1 60.
frequency_thresholds value value Dostepna tylko wtedy, gdy recalculate_bins ma
warto$¢ Always.
monetary_thresholds value value Dostepna tylko wtedy, gdy recalculate_bins ma

wartos¢ Always.

Wiasciwosci wezta settoflagnode

Wezel Ustaw jako flaga jest uzywany do wyliczania zmiennych flag na podstawie zmiennych wartosci
ﬁi jakosciowych zdefiniowanych dla co najmniej jednej zmiennej nominalne;j.

Przyktad

node

node.
node.
.setPropertyValue("false value", "0")
node.
node.
node.
node.

node

node

= stream.create("settoflag", "My node")
setKeyedPropertyValue("fields_from", "Drug", ["drugA", "drugX"])
setPropertyValue("true value", "1")

setPropertyValue("use_extension", True)
setPropertyValue("extension", "Drug Flag")
setPropertyValue("add_as", "Suffix")
setPropertyValue("aggregate", True)

.setPropertyValue("keys", ["Cholesterol"])

Tabela 93. Wiasciwosci wezta settoflagnode

Wilasciwosci wezla settoflagnode Typ danych Opis wlasciwosci
fields_from [category category
category]
all
true_value string Okresla warto$¢ oznaczajaca prawdg, jaka bedzie

uzywana przez wezet podczas ustawiania flagi.
Domyslng wartoscia jest T.

false_value string Okresla warto$¢ oznaczajaca falsz, jaka bedzie

uzywana przez wezet podczas ustawiania flagi.
Domyslng wartoscia jest F.
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Tabela 93. Wiasciwosci wezta settoflagnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla settoflagnode Typ danych Opis wlasciwosci

use_extension flag Powoduje uzycie rozszerzenia jako przedrostka lub
przyrostka do nowej zmiennej typu flaga.

extension string

add_as Suffix Okresla, czy rozszerzenie jest dodawane jako

Prefix przyrostek, czy przedrostek.

aggregate flag Grupuje rekordy na podstawie zmiennych
grupujacych. Wszystkie zmienne typu flaga w
grupie sa wlaczone, jesli ktorykolwiek rekord ma
wartos$¢ true.

keys list Zmienne grupujace.

Wiasciwosci wezla statisticstransformnode

° Wezet przeksztatcen Statistics uruchamia wybor komend sktadni IBM SPSS Statistics dla zrédet danych
w programie IBM SPSS Modeler. Ten wegzel wymaga licencjonowanej kopii programu IBM SPSS
Statistics.

Whasciwosci tego wezta sa opisane w sekeji [*Whasciwosci wezla statisticstransformnode” na stronie 339|

Wiasciwosci wezta timeintervalsnode (zdeprecjonowanego)

Uwaga: Ten wezel zostat uznany za nieaktualny w wersji 18 produktu SPSS Modeler i zastapiony przez
nowy wezel Szereg czasowy. Wezel Przedzial czasowy okresla przedziaty i tworzy etykiety (w razie
+ potrzeby) do modelowania danych szeregdw czasowych. Jesli odstepy migdzy wartosciami nie sa
rownomierne, wezet moze dopetniaé lub agregowaé wartosci, by uzyskaé rowne odstgpy migdzy
rekordami.

Przyktad

node

node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.

= stream.create("timeintervals", "My node")
setPropertyValue("interval_type", "SecondsPerDay")
setPropertyValue("days_per_week", 4)
setPropertyValue("week _begins on", "Tuesday")
setPropertyValue("hours_per_day", 10)
setPropertyValue("day begins_hour", 7)
setPropertyValue("day begins_minute", 5)
setPropertyValue("day_begins_second", 17)
setPropertyValue("mode", "Label")
setPropertyValue("year_start", 2005)
setPropertyValue("month start", "January")
setPropertyValue("day start", 4)
setKeyedPropertyValue("pad", "AGE", "MeanOfRecentPoints")
setPropertyValue("agg_mode", "Specify")
setPropertyValue("agg_set default", "Last")
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Tabela 94. Wtasciwosci wezta timeintervalsnode.

Wiasciwosci wezla timeintervalsnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

interval_type

None

Periods
CyclicPeriods
Years

Quarters

Months
DaysPerWeek
DaysNonPeriodic
HoursPerDay
HoursNonPeriodic
MinutesPerDay
MinutesNonPeriodic

SecondsPerDay
SecondsNonPeriodic
mode Etykieta Okresla, czy etykiety maja by¢ dodawane kolejno
Create do rekordow, czy tez szereg ma by¢ budowany w
oparciu o zmienna daty, znacznika czasu lub
czasu.
field field W przypadku budowania szeregu z danych okresla
zmienna zawierajaca datg lub godzing dla kazdego
rekordu.
period_start integer Okresla przedzial poczatkowy dla okresow lub
okresow cyklicznych
cycle_start integer Cykl poczatkowy dla okresow cyklicznych.
year_start integer W przypadku typoéw przedziatow, w ktorych ma to
zastosowanie: rok, w ktorym przypada pierwszy
przedziat.
quarter_start integer W przypadku typéw przedziatlow, w ktorych ma to
zastosowanie: kwartat, w ktorym przypada
pierwszy przedzial.
month_start Styczen
Luty
Marzec
Kwiecien
Maj
Czerwiec
Lipiec
Sierpien
Wrzesiefi
Pazdziernik
Listopad
Grudzien
day_start integer
hour_start integer
minute_start integer
second_start integer
periods_per_cycle integer W przypadku okresow cyklicznych: numer w

kazdym cyklu.
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Tabela 94. Wtasciwosci wezta timeintervalsnode (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla timeintervalsnode Typ danych Opis wlasciwosci
fiscal_year_begins Styczef W przypadku okresow kwartalnych okresla
Luty miesiac, w ktérym rozpoczyna sig rok obrotowy
Marzec (fiskalny).
Kwieciefi
Maj
Czerwiec
Lipiec
Sierpien
Wrzesiefi
Pazdziernik
Listopad
Grudzien
week_begins_on Sunday W przypadku przedziatéw okresowych (dni na
Monday tydzien, godziny na dzien, minuty na dzien i
Tuesday sekundy na dzieni) okresla dzieni, w ktorym
Wednesday rozpoczyna si¢ tydzien.
Thursday
Friday
Saturday
Sunday
day_begins_hour integer W przypadku przedziatéw okresowych (godziny
na dzien, minuty na dzien, sekundy na dzien)
okresla godzing, o ktorej rozpoczyna si¢ dzien.
Moze by¢ uzywana w kombinacji z
wlasciwosciami day_begins_minute i
day_begins_second do okreslenia doktadnej
godziny, na przyktad 8:05:01. Przyktad
zastosowania przedstawiono ponize;j.
day_begins_minute integer W przypadku przedziatéw okresowych (godziny
na dzien, minuty na dzien, sekundy na dzien)
okresla minuteg, w ktorej rozpoczyna si¢ dzien(na
przyktad 5 w 8:05).
day_begins_second integer W przypadku przedzialow okresowych (godziny
na dzien, minuty na dzien, sekundy na dzien)
okresla sekunde, w ktdrej rozpoczyna sig dzien(na
przyktad 17 w 8:05:17).
days_per_week integer W przypadku przedzialow okresowych (dni na
tydzien, godziny na dzien, minuty na dzien i
sekundy na dzien) okresla liczbg dni w tygodniu.
hours_per_day integer W przypadku przedzialow okresowych (godziny
na dzien, minuty na dzien i sekundy na dzien)
okresla liczbg godzin w dniu.
interval_increment 1 W przypadku minut na dzien i sekund na dzien
2 okresla przyrost liczby minut lub sekund w
3 kazdym rekordzie.
4
5
6
10
15
20
30
field_name_extension string
field_name_extension_as_prefix flag
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Tabela 94. Wiasciwosci wezta timeintervalsnode (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla timeintervalsnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

date_format

"DDMMYY"
"MMDDYY"
"YYMMDD"
"YYYYMMDD"
"YYYYDDD"

DAY

MONTH
"DD-MM-YY"
"DD-MM-YYYY"
"MM-DD-YY"
"MM-DD-YYYY"
"DD-MON-YY"
"DD-MON-YYYY"
"YYYY-MM-DD"
"DD.MM.YY"
"DD.MM.YYYY"
"MM.DD. YYYY"
"DD.MON. YY"
"DD.MON.YYYY"
"DD/MM/YY"
"DD/MM/YYYY"
"MM/DD/YY"
"MM/DD/YYYY"
"DD/MON/YY"
"DD/MON/YYYY"
MON YYYY

q Q YYYY

ww WK YYYY

time_format

"HHMMSS"

n HHMM n

IIMMSS n
"HH:MM:SS*"
"HH:MM"

"MM:SS"

"(H)H: (M)M: (S)S"
"(H)H: (M)M"
"(M)M: (S)S"
"HH.MM.SS"
"HH.MM"

"MM.SS"

"(H)H. (M)M. (S)S"
"(H)H. (M)M"
"(M)M. (S)S"

aggregate

Mean

Sum

Mode

Min

Max

First

Last
TruelfAnyTrue

Okresla metode agregacji zmienne;j.

pad

Blank
MeanOfRecentPoints
True

False

Okresla metode wypehiania (uzupetniania)
zmienne;j.

agg_mode

All
Specify

Okresla, czy agregowac lub uzupetnia¢ wszystkie
zmienne przy uzyciu funkcji domyslnych, czy tez
maja by¢ okreslone konkretne zmienne i funkcje.
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Tabela 94. Wtasciwosci wezta timeintervalsnode (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla timeintervalsnode Typ danych Opis wlasciwosci
agg_range_default Mean Okre$la domyslna funkcjg agregacji zmiennych
Sum ciagtych.
Mode
Min
Max
agg_set default Mode Okresla domyslna funkcjg agregacji zmiennych
First nominalnych.
Last
agg_flag_default TruelfAnyTrue
Mode
First
Last
pad_range_default Blank Okresla domy$lna funkcje wypetniania
MeanOfRecentPoints (uzupetniania) zmiennych ciagtych.
pad_set_default Blank
MostRecentValue
pad_flag_default Blank
True
False
max_records_to_create integer Okresla maksymalng liczbg rekordow, jaka ma by¢
tworzona przy uzupelnianiu szeregu.
estimation_from_beginning flag
estimation_to_end flag
estimation_start_offset integer
estimation_num_holdouts integer
create_future_records flag
num_future_records integer
create_future_field flag
future_field_name string

Wiasciwosci wezta transposenode

1 Wezet Transpozycja zamienia miejscami wiersze i kolumny danych, tak aby rekordy staly si¢ zmiennymi,
[ - a zmienne rekordami.

Przyktad

node = stream.create("transpose", "My node")
node.setPropertyValue("transposed names", "Read")

node.setPropertyValue(" read_from_?i eld", "TimeLabel")

node.setPropertyValue("max_num _fields", "1000")
node.setPropertyValue("id field _name", "ID")
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Tabela 95. Wtasciwosci wezta transposenode

Wiasciwosci wezla transposenode | Typ danych

Opis wlasciwosci

transpose_method enum

Okresla metodg transpozycji: Normalna (normal),
CASE to VAR (casetovar) lub VAR to CASE
(vartocase).

transposed_names Prefix
Read

Wiasciwosci normalnej metody transpozycji. Nowe
nazwy zmiennych moga by¢ generowane
automatycznie na podstawie okreslonego przedrostka
lub odczytywane z istniejacych zmiennej w danych.

prefix string

Wiasciwosci normalnej metody transpozycji.

num_new_fields integer

Wtasciwos$ci normalnej metody transpozycji. Gdy
stosowany jest przedrostek, okresla maksymalna liczbe
nowych zmiennych do utworzenia.

read_from_field field

Wtasciwos$ci normalnej metody transpozycji. Zmienna,
z ktérej odczytywane sa nazwy. Instancja zmiennych
musi istnie¢; w przeciwnym razie przy wykonywaniu
wezta zostanie zgloszony btad.

max_num_fields integer

Wiasciwosci normalnej metody transpozycji. Okresla
gorny limit liczby nazw odczytywanych ze zmiennej,
by unikna¢ tworzenia zbyt duzej liczby zmiennych.

transpose_type Numeric
String
Custom

Wiasciwos$ci normalnej metody transpozycji.
Domyslnie transponowane sa tylko zmienne ciagle
(przedziat liczbowy), ale mozna wybra¢
niestandardowy podzbiér zmiennych liczbowych lub
transponowac wszystkie zmienne tancuchowe.

transpose_fields list

Wtasciwos$ci normalnej metody transpozycji. Okresla
zmienne, ktore maja by¢ transponowane, gdy uzywana
jest opcja Custom.

id_field_name field

Wtasciwos$ci normalnej metody transpozycji.

index field

Wiasciwosci metody transpozycji CASE to VAR
(casetovar). Dopuszcza wiele zmiennych, ktére maja
by¢ uzywane jako zmienne indeksowe.

field1 ... fieldN

column field

Wtasciwosci metody transpozycji CASE to VAR
(casetovar). Dopuszcza wiele pol, ktore maja by¢
uzywane jako zmienne kolumny.

field1 ... fieldN

value field

Wiasciwosci metody transpozycji CASE to VAR
(casetovar). Dopuszcza wiele pol, ktore maja by¢
uzywane jako zmienne przewidywane.

field1 ... fieldN

id_variables field

Wiasciwosci metody transpozycji VAR to CASE
(vartocase). Dopuszcza wiele pol, ktore maja by¢
uzywane jako zmienne identyfikacji.

field1 ... fieldN

value_variables field

Wiasciwosci metody transpozycji VAR to CASE
(vartocase). Dopuszcza wiele pdl, ktore maja by¢
uzywane jako zmienne wartosci.

field1 ... fieldN
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Wiasciwosci wezta typenode

.Q.’
.._h
-l

Przyktad

node = stream.createAt("type", "My node", 50, 50)

Wezet Typ okresla metadane i wlasciwosci zmiennej. Mozna na przyktad okresli¢ poziom pomiaru
(ciagly, nominalny, porzadkowy, flaga) dla kazdej zmiennej, okresli¢ opcje obstugi brakéw danych i
systemowych brakoéw danych, ustawi¢ rolg zmiennej w modelowaniu, okresli¢ etykiety zmienne;j i

wartosci oraz okresli¢ warto$ci zmiennej.

node.setKeyedPropertyValue("check", "Cholesterol", "Coerce")

node.setKeyedPropertyValue("direction", "Drug", "Input")
node.setKeyedPropertyValue("type", "K", "Range")

node.setKeyedPropertyValue("values", "Drug", ["drugA", "drugB", "drugC", "drugD", "drugX",
"drugY", "drugz"])

node.setKeyedPropertyValue("null_missing", "BP", False)

node.setKeyedPropertyValue("whitespace missing", "BP", False)
node.setKeyedPropertyValue("description", "BP", "Blood Pressure")
node.setKeyedPropertyValue("value labels", "BP", [["HIGH", "High Blood Pressure"],

["NORMAL", "normal blood pressure"]])

Nalezy zwroci¢ uwage, ze w niektorych przypadkach moze by¢ konieczne pelne utworzenie instancji wezta Typ, aby
pozostate wezty dziataty prawidtowo (np. wiasciwosc fields from wezta Flagowanie). Wystarczy podtaczy¢ wezet

Tabela i wykona¢ go, aby utworzy¢ instancje zmiennych:

tablenode = stream.createAt("table", "Table node", 150, 50)

stream.link(node, tablenode)

tablenode.run(None)
stream.delete(tablenode)

Tabela 96. Witasciwosci wezta typenode

Wilasciwosci wezla

typenode Typ danych Opis wlasciwosci

direction Input Wiasciwos¢ wprowadzana okre$lajaca role
Target zmiennych.
Both Uwaga: Wartosci In i Out sa obecnie nieaktualne.
None Ich obstuga moze zosta¢ wycofana w przysztej
Partition wersji produktu.
Split
Frequency
RecordID

type Range Poziom pomiaru zmiennej (dawniej
Flag nazywany ,typem” zmiennej). Ustawienie
Set wlasciwosci type na
Typeless Default
Discrete spowoduje wyczyszczenie ustawienia
OrderedSet parametru values,
Default a jesli value_mode ma warto$¢

Specify, to otrzyma wartos¢ Read.

Jesli value_mode ma warto$§¢ Pass lub Read,
ustawienie type nie wplynie na value_mode.
Uwaga: Typy danych uzywane wewngtrznie roznia

sig¢ od widocznych w wezle Typ. Odpowiedniki sa
nastegpujace: Przedziat -> Ciagly zbior -> Nominalny
zbior uporzadkowany -> Porzadkowy dyskretny ->
Jakosciowy
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Tabela 96. Wtasciwosci wezta typenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

typenode Typ danych Opis wlasciwosci
storage Unknown Wiasciwos¢ wprowadzana przeznaczona tylko do
String odczytu; okresla typ sktadowania zmienne;j.
Integer
Real
Time
Date
Timestamp
check None Wiasciwo$¢ wprowadzana okreslajaca typ zmiennej
Nullify i zasady sprawdzania zakresu.
Coerce
Discard
Warn
Abort
values [value value] W przypadku zmiennej ciaglej pierwsza wartosc to
minimum, a ostatnia warto$¢ to maksimum. W
przypadku zmiennych nominalnych nalezy okresli¢
wszystkie wartosci. W przypadku zmiennych typu
flaga pierwsza warto$¢ reprezentuje false, a ostatnia
true. Nadanie wartosci tej wlasciwosci powoduje, ze
wiasciwo$¢ value_mode jest automatycznie
ustawiana na Specify.
value_mode Read Okresla sposob nadawania wartosci. Nalezy zwroci¢
Pass uwagg, ze nie mozna nadac tej wlasciwosci
Read+ bezposrednio wartosci Specify; aby uzy¢
Current konkretnych wartosci, nalezy przypisac je do
Specify wilasciwosci values.
extend_values flag Ma zastosowanie wtedy, gdy value_mode ma
wartos¢ Read. Ustawienie T powoduje dodawanie
nowych wczytanych wartosci do istniejacych
wartosci zmiennej. Ustawienie F powoduje
odrzucenie istniejacych wartosci i zastapienie ich
nowo wezytanymi.
enable_missing flag Ustawienie T wlacza rejestrowanie brakéw danych

dla zmienne;.

missing_values

[value value ...]

Okresla wartosci danych oznaczajace braki danych.

range_missing flag Okresla, czy dla zmiennej zdefiniowany jest
przedziat brakow danych (wartosci pustych).

missing_lower string Gdy range_missing ma warto$¢ true, okresla dolna
granicg przedziatu brakow danych.

missing_upper string Gdy range_missing ma wartos¢ true, okresla gorna
granicg przedziatu brakow danych.

null_missing flag Gdy ta wlasciwos¢ jest ustawiona na T, wartosci
null (niezdefiniowane warto$ci sa w programie
wys$wietlane jako $null$ ) sa uznawane za braki
danych.

whitespace__ flag Gdy ta wlasciwos$¢ jest ustawiona na T, wartosci

missing zawierajace tylko biate znaki (spacje, znaki tabulacji
i znaki nowego wiersza) sa uznawane za braki
danych.

description string Okresla opis zmienne;j.

value_labels [[Value LabelString] [ Value LabelString] ...] Stuzy do okreslania etykiet par warto$ci.
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Tabela 96. Wtasciwosci wezta typenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
typenode

Typ danych

Opis wlasciwosci

display_places

integer

Okresla liczbg miejsc dziesigtnych obowiazujaca
przy wyswietlaniu zmiennej (dotyczy tylko
zmiennych o typie sktadowania REAL). Warto$¢ —1
powoduje uzycie ustawienia domyslnego dla
strumienia.

export_places

integer

Okresla liczbg miejsc dziesigtnych obowiazujaca
przy eksportowaniu zmiennej (dotyczy tylko
zmiennych o typie sktadowania REAL). Warto$¢ —1
powoduje uzycie ustawienia domyslnego dla
strumienia.

decimal_separator

DEFAULT
PERIOD
COMMA

Okresla separator dziesigtny dla zmiennej (dotyczy
tylko zmiennych o typie sktadowania REAL ).

date_format

"DDMMYY"
"MMDDYY"
"YYMMDD"
"YYYYMMDD"
"YYYYDDD"

DAY

MONTH
"DD-MM-YY"
"DD-MM-YYYY"
"MM-DD-YY"
"MM-DD-YYYY"
"DD-MON-YY"
"DD-MON-YYYY"
"YYYY-MM-DD"
"DD.MM. YY"
"DD.MM.YYYY"
"MM.DD. YYYY"
"DD.MON.YY"
"DD.MON.YYYY"
"DD/MM/YY"
"DD/MM/YYYY"
"MM/DD/YY"
"MM/DD/YYYY"
"DD/MON/YY"
"DD/MON/YYYY"
MON YYYY

q Q YYYY

ww WK YYYY

Okresla format daty dla zmiennej (dotyczy tylko
zmiennych o typie sktadowania DATE lub
TIMESTAMP).

time_format

"HHMMSS"

IIHHMMII

IIMMSSII
"HH:MM:SS"

"HH : MM"

"MM:SS"

"(H)H: (M)M: (S)S"
"(H)H: (M)M"
"(M)M: (S)S"
"HH.MM.SS"
"HH . MM"

"MM.SS"

"(H)H. (M)M. (S)S"
"(H)H. (M)M"
"(M)M. (S)S"

Okresla format czasu dla zmiennej (dotyczy tylko
zmiennych o typie sktadowania TIME lub
TIMESTAMP).
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Tabela 96. Wtasciwosci wezta typenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

typenode Typ danych Opis wlasciwosci
number_format DEFAULT Okresla format wys$wietlania wartosci liczbowych
STANDARD zmiennej.
SCIENTIFIC
CURRENCY
standard_places |integer Okresla liczbe miejsc dziesigtnych obowiazujaca
przy wyswietlaniu zmiennej w formacie
standardowym. Warto$¢ —1 powoduje uzycie
ustawienia domyslnego dla strumienia. Nalezy
zwroci¢ uwagg, ze istniejacy parametr
display_places takze zostanie zmieniony, ale w
biezacej wersji produktu jest nieaktualny.
scientific_places |integer Okresla liczbe miejsc dziesigtnych obowiazujaca
przy wyswietlaniu zmiennej w formacie naukowym.
Warto$¢ —1 powoduje uzycie ustawienia
domyslnego dla strumienia.
currency_places | integer Okresla liczbg miejsc dziesigtnych obowiazujaca
przy wyswietlaniu zmiennej w formacie
walutowym. Wartos¢ —1 powoduje uzycie
ustawienia domys$lnego dla strumienia.
grouping_symbol | DEFAULT Okresla symbol grupowania cyfr dla zmiennej.
BRAK
LOCALE
PERIOD
COMMA
SPACE
column_width integer Okresla szerokos$¢ kolumny dla zmiennej. Warto$¢
—1 powoduje ustawienie szerokosci kolumny na
Auto.
justify AUTO Okresla justowanie kolumny dla zmienne;.
CENTER
LEFT
RIGHT

measure_type

Range / MeasureType.RANGE

Discrete / MeasureType.DISCRETE

Flag / MeasureType.FLAG

Set / MeasureType.SET

OrderedSet / MeasureType.ORDERED_SET
Typeless / MeasureType. TYPELESS
Collection / MeasureType.COLLECTION
Geospatial / MeasureType.GEOSPATIAL

Ta whasciwos¢ wprowadzana jest podobna do
wlasciwosci type w tym sensie, ze moze shuzy¢ do
definiowania poziomu pomiaru zmiennej. Jednak w
skryptach w jezyku Python do funkcji ustawiajacej
mozna tez przekaza¢ jedna z wartosci
MeasureType natomiast funkcja pobierajaca
zawsze zwraca wartosci MeasureType.

collection_ Range / MeasureType.RANGE W przypadku zmiennych collection (listy o
measure Flag / MeasureType.FLAG glebokosci 0) ta whasciwosé definiuje typ pomiaru
Set / MeasureType.SET zwiazany z bazowymi warto$ciami.
OrderedSet / MeasureType.ORDERED_SET
Typeless / MeasureType. TYPELESS
geo_type Point W przypadku zmiennych geoprzestrzennych ta
MultiPoint wiasciwos¢ definiuje typ obiektu reprezentowanego
LineString przez zmienna. Powinien by¢ on zgodny z
MultiLineString glebokoscia listy wartosci.
Polygon
MultiPolygon
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Tabela 96. Wtasciwosci wezta typenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

typenode Typ danych Opis wlasciwosci

has_coordinate_ | boolean W przypadku zmiennych geoprzestrzennych ta

system wlasciwos¢ okresla, czy zmienna ma uktad
wspotrzednych.

coordinate_system | string W przypadku zmiennych geoprzestrzennych ta

wlasciwos¢ definiuje uktad wspodtrzednych dla
zmienne;j.

custom_storage__
type

Unknown / MeasureType.UNKNOWN
String / MeasureType.STRING

Integer / MeasureType.INTEGER

Real / MeasureType.REAL

Time / MeasureType. TIME

Date / MeasureType.DATE

Timestamp / MeasureType. TIMESTAMP
List / MeasureType.LIST

Ta whasciwos¢ wprowadzana jest podobna do
wlasciwosci custom_storage w tym sensie, ze
moze shuzy¢ do definiowania przestonigtego typu
sktadowania zmiennej. Jednak w skryptach w jezyku
Python do funkcji ustawiajacej mozna tez przekazaé
jedna z wartosci StorageType natomiast funkcja
pobierajaca zawsze zwraca wartosci StorageType.

custom_list_
storage_type

String / MeasureType.STRING

Integer / MeasureType.INTEGER

Real / MeasureType.REAL

Time / MeasureType. TIME

Date / MeasureType.DATE

Timestamp / MeasureType. TIMESTAMP

W przypadku zmiennych typu lista ta wlasciwos¢
wprowadzana okresla typ sktadowania wartosci.

custom_list_depth

integer

W przypadku zmiennych typu lista ta wlasciwosc¢
wprowadzana okresla giebokos$¢ zmiennej

max_list_length integer Tylko dla danych z Geoprzestrzennym lub
Przedziatowym poziomem pomiaru. Nalezy ustawi¢
maksymalna dtugos¢ listy, ustawiajac dozwolona dla
listy liczbg elementow.

max_string_length | integer Tylko dla danych beztypowych podczas generowania

kodu SQL w celu utworzenia tabeli. Nalezy
wprowadzi¢ najwigkszy tancuch danych; umozliwi
to wygenerowanie w tabeli kolumny wystarczajaco
duzej do pomieszczenia tancucha.
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Rozdziat 12. Wiasciwosci weztéw wykresow

Wiasciwosci wspolne wezta wykresu

W tej sekcji opisano wlasciwosci wezldw wykresdw, w tym wlasciwosci wspolne 1 wlasciwos$cei charakterystyczne dla
poszczegolnych typow wykresow.

Tabela 97. Wspdine wtasciwosci weziow wykresow

Wspolne wlasciwosci wezlow

wykresow Typ danych Opis wlasciwosci
title string Okresla tytul. Przyktad: "To jest tytul."
caption string Okresla podpis. Przyktad: "To jest podpis."
output_mode Screen Okresla, czy wynik wykonania wezta wykresu ma by¢
File wyswietlany, czy zapisywany w pliku.
output_format BMP Okresla typ wynikow. Typy wynikow dozwolone dla
JPEG poszczegdlnych typow weztow sa rozne.
PNG
HTML

output (.cou)

full_filename string Okresla $ciezke i nazwe pliku, w ktorym ma by¢ zapisany
wynik wykonania wezta.

use_graph_size flag Okresla, czy wykres ma bys$ skalowany jawnie, na podstawie
ponizszych wlasciwosci width i height. Wplywa tylko na
wykresy wyswietlane na ekranie. Nieodstgpna w wezle
rozktadu.

graph_width number Gdy use_graph_size ma warto$¢ True, sets okre$la
szeroko$¢ wykresu w pikselach.

graph_height number Gdy use_graph_size ma wartos¢ True, sets okresla
wysokos¢ wykresu w pikselach.

Wytaczanie pél opcjonalnych

Pola opcjonalne, takie jak naktadki na wykresy, mozna wyltaczyc¢, nadajac wlasciwosci wartos¢ '
ilustruje ponizszy przyktad:

" (fancuch pusty), co

plotnode.setPropertyValue("color_field", "")
Okreslanie kolorow

Kolory tytuldw, podpisdw, tla i etykiet mozna okresla¢ w postaci tancuchéw szesnastkowych rozpoczynajacych sig od
symbolu krzyzyka (#). Na przyktad, aby tto wykresu mialo kolor btekitu nieba, nalezy uzy¢ instrukcji:

mygraphnode.setPropertyValue("graph_background", "#87CEEB")

Dwie pierwsze cyfry, 87, to sktadowa czerwona; dwie srodkowe litery, CE, to sktadowa zielona, a dwie ostatnie litery,
EB, to sktadowa niebieska. Kazdy element moze przyjmowac warto$¢ z zakresu 0—9 lub A—F. Lacznie wartosci opisuja
kolor RGB (sktadowa czerwona, zielona i niebieska).

Uwaga: Okreslajac kolory w formacie RGB, mozna skorzystac z selektora zmiennych w interfejsie uzytkownika, aby

wybra¢ wlasciwy kod koloru. Wystarczy zatrzymac wskaznik nad kolorem, aby wywota¢ podpowiedz z wlasciwa
informacja.
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Wiasciwosci wezta collectionnode

Wezet Zbior przedstawia rozktad wartosci dla jednej zmiennej numerycznej wzgledem wartosci innej
zmiennej. (Tworzy wykresy podobne do histogramdw). Jest przydatny do prezentacji zmiennej, ktorej

M wartosci zmieniaja si¢ w czasie. Na wykresie 3-W mozna doda¢ o$ symboliczna odzwierciedlajaca
rozktad wedtug kategorii.

Przyktad

node = stream.create("collection", "My node")
# Karta "Wykres"
node.setPropertyValue("three D", True)
node.setPropertyValue("collect field", "Drug")
node.setPropertyValue("over_field", "Age")
node.setPropertyValue("by field", "BP")
node.setPropertyValue("operation", "Sum")

# "Natozenie" — sekcja
node.setPropertyValue("color_field", "Drug")
node.setPropertyValue("panel_field", "Sex")
node.setPropertyValue("animation_field", "")

# Karta "Opcje"
node.setPropertyValue("range_mode", "Automatic")
node.setPropertyValue("range min", 1)
node.setPropertyValue("range max", 100)
node.setPropertyValue("bins", "ByNumber")
node.setPropertyValue("num bins", 10)
node.setPropertyValue("bin_width", 5)

Tabela 98. Wtasciwosci wezta collectionnode

Wilasciwosci wezla collectionnode Typ danych Opis wlasciwosci
over_field field
over_label_auto flag
over_label string
collect_field field
collect_label_auto flag
collect_label string
three_D flag
by_field field
by_label_auto flag
by_label string
operation Sum
Mean
Min
Max
SDev
color_field string
panel_field string
animation_field string
range_mode Automatic
UserDefined
range_min number
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Tabela 98. Wtasciwosci wezta collectionnode (kontynuacja)

sekcji.

Wilasciwosci wezla collectionnode Typ danych Opis wlasciwosci
range_max number
bins ByNumber
ByWidth
num_bins number
bin_width number
use_grid flag
graph_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej
sekcji.
page_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej

Wiasciwosci wezta distributionnode

Wezet Rozktad przedstawia wystapienia wartosci symbolicznych (jakosciowych), takich jak typ kredytu

Przyktad

node = stream.create("distribution", "My node")

# Karta "Wykres"

node.setPropertyValue("plot", "Flags")
node.setPropertyValue("x_field", "Age")
node.setPropertyValue("color_field", "Drug")
node.setPropertyValue("normalize", True)

node.setPropertyValue("sort mode", "ByOccurence")
node.setPropertyValue("use_proportional_scale", True)

Tabela 99. Wtasciwosci wezta distributionnode

lub pte¢. Zwykle wezet rozktadu jest uzywany do przedstawienia dysproporcji danych, ktore mozna
pozniej naprawic za pomoca wezla zrownowazenia przed utworzeniem modelu.

Wilasciwosci wezla distributionnode | Typ danych Opis wlasciwosci
plot SelectedFields
Flags
x_field field
color_field field Zmienna naktadkowa.
normalize flag
sort_mode ByOccurence
Alphabetic
use_proportional_scale flag

Rozdziat 12. Wiasciwosci weztow wykresow
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Wiasciwosci wezta evaluationnode

Wezet Ewaluacja pomaga w dokonaniu oceny i pordwnaniu modeli predykcyjnych. Na wykresie
; ewaluacyjnym przedstawiane jest, w jakim stopniu modele przewiduja okreslone wyniki. Rekordy
& sortowane sa na podstawie wartosci przewidywanej i poziomu ufnosci predykcji. Rekordy sa dzielone na
grupy o jednakowej wielkosci (kwantyle), a nastgpnie tworzone sa wykresy wartosci wg kryterium
biznesowego dla kazdego kwantyla, od najwyzszego do najnizszego. Modele wielokrotne prezentowane
sa jako osobne linie na wykresie.

Przyktad

node = stream.create("evaluation", "My node")

# Karta "Wykres"
node.setPropertyValue("chart_type", "Gains")
node.setPropertyValue("cumulative", False)
node.setPropertyValue("field detection_method", "Name")
node.setPropertyValue("inc_baseline", True)
node.setPropertyValue("n_tile", "Deciles")
node.setPropertyValue("style", "Point")
node.setPropertyValue("point_type", "Dot")
node.setPropertyValue("use_fixed cost", True)
node.setPropertyValue("cost value", 5.0)
node.setPropertyValue("cost_field", "Na")
node.setPropertyValue("use_fixed_revenue", True)
node.setPropertyValue("revenue_value", 30.0)
node.setPropertyValue("revenue_field", "Age")
node.setPropertyValue("use fixed weight", True)
node.setPropertyValue("weight_value", 2.0)
node.setPropertyValue("weight field", "K")

Tabela 100. Wiasciwosci wezta evaluationnode.

Wilasciwosci wezla evaluationnode Typ danych Opis wlasciwosci
chart_type Gains
Response
Lift
Profit
ROI
ROC
inc_baseline flag
field_detection_method Metadata
Name
use_fixed_cost flag
cost_value number
cost_field string
use_fixed_revenue flag
revenue_value number
revenue_field string
use_fixed_weight flag
weight_value number
weight_field field
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Tabela 100. Wtasciwosci wezta evaluationnode (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla evaluationnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

n_tile

Quartiles
Quintles
Deciles
Vingtiles
Percentiles
1000-tiles

cumulative

Slag

style

Line
Point

point_type

Rectangle

Dot

Triangle
Hexagon

Plus

Pentagon

Star

BowTie
HorizontalDash
VerticalDash
IronCross
Factory

House
Cathedral
OnionDome
ConcaveTriangle
ObTateGlobe
CatEye
FourSidedPillow
RoundRectangle
Fan

export_data Slag
data_filename string
delimiter string
new_line flag
inc_field_names flag
inc_best_line flag
inc_business_rule flag
business_rule_condition string
plot_score_fields flag

score_fields [fieldl ... fieldN]
target field field
use_hit_condition flag
hit_condition string
use_score_expression flag
score_expression string
caption_auto flag

Rozdziat 12. Wiasciwosci weztow wykresow
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Wiasciwosci wezta graphboardnode

Wezet Wizualizacja oferuje wiele roznych typow wykreséw w pojedynczym wezle. Korzystajac z tego
wezta mozna wybra¢ zmienne zawierajace dane, dla ktorych ma zosta¢ przeprowadzona eksploracja, a
nastepnie wybra¢ wykres sposrod tych, ktore zostaly udostgpnione dla wybranych danych. Wezet
automatycznie filtruje wszelkie typy wykresow, ktore nie wspotpracowalyby z wybranymi polami.

E

E.u

Uwaga: W przypadku okreslenia wartosci wlasciwosci niedozwolonej dla danego typu wykresu (na przyktad
wiasciwosci y_field dla histogramu) wlasciwos¢ zostanie zignorowana.

Uwaga: W interfejsie uzytkownika na karcie Szczegdtowe roznych typow wykresow znajduje si¢ pole
Podsumowanie; obecnie nie jest ono obstugiwane w skryptach.

Przyktad

node = stream.create("graphboard", "My node")
node.setPropertyValue("graph_type", "Line")
node.setPropertyValue("x field", "K")
node.setPropertyValue("y field", "Na")
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Tabela 101. Wtasciwosci wezta graphboardnode

Wilasciwosci wezla

graphboard

Typ danych

Opis wlasciwosci

graph_type

2DDotplot

3DArea

3DBar

3DDensity

3DHistogram

3DPie

3DScatterplot

Area

ArrowMap

Bar

BarCounts

BarCountsMap

BarMap

BinnedScatter

Boxplot

Bubble

ChoroplethMeans
ChoroplethMedians
ChoroplethSums
ChoroplethValues
ChoroplethCounts
CoordinateMap
CoordinateChoroplethMeans
CoordinateChoroplethMedians
CoordinateChoroplethSums
CoordinateChoroplethValues
CoordinateChoroplethCounts
Dotplot

Heatmap

HexBinScatter

Histogram

Line

LineChartMap
LineOverlayMap

Parallel

Path

Pie

PieCountMap

PieCounts

PieMap

PointOverlayMap
PolygonOverlayMap
Ribbon

Scatterplot

SPLOM

Surface

Okresla typ wykresu.

x_field

field

Okresla niestandardowa etykietg osi x.

Dostgpna tylko dla etykiet.

y_field

field

Okresla niestandardows etykietg osi y.

Dostepna tylko dla etykiet.

z_field

field

Uzywana w niektorych wykresach
trojwymiarowych.

color_field

field

Uzywana w mapach natgzen.

size_field

field

Uzywana na wykresach babelkowych.

Rozdziat 12. Wiasciwosci weztow wykresow
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Tabela 101. Wtasciwosci wezta graphboardnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

graphboard Typ danych Opis wlasciwos$ci
categories_field field

values_field field

rows_field field

columns_field field

fields field

start_longitude_field field Uzywana ze strzatkami na mapie
end_longitude_field field referencyjnej.
start_latitude_field field

end_latitude_field field

data_key_field field Uzywana na roznych mapach.
panelrow_field string

panelcol_field string

animation_field string

longitude_field field Uzywana ze wspotrzednymi na mapach.
latitude_field field

map_color_field field

Wiasciwosci wezta histogramnode

Wezel Histogram pokazuje wystapienia warto$ci zmiennych numerycznych. Czgsto uzywany jest do
eksploracji danych przed przystapieniem do manipulowania i budowy modelu. Podobnie jak w przypadku
wezla rozkladu, wezet histogramu czgsto ujawnia dysproporcje danych.

Przyktad

node = stream.create("histogram", "My node")

# Karta "Wykres"
node.setPropertyValue("field", "Drug")
node.setPropertyValue("color_field", "Drug")
node.setPropertyValue("panel_field", "Sex")
node.setPropertyValue("animation_field", "")

# Karta "Opcje"
node.setPropertyValue("range_mode", "Automatic")
node.setPropertyValue("range min", 1.0)
node.setPropertyValue("range max", 100.0)
node.setPropertyValue("num bins", 10)
node.setPropertyValue("bin_width", 10)
node.setPropertyValue("normalize", True)
node.setPropertyValue("separate _bands", False)

Tabela 102. Wtasciwosci wezta histogramnode

Wiasciwosci wezta histogramnode Typ danych Opis wlasciwosci
field field
color_field field
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Tabela 102. Wtasciwosci wezta histogramnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla histogramnode Typ danych Opis wlasciwosci

panel_field field

animation_field field

range_mode Automatic

UserDefined

range_min number

range_max number

bins ByNumber

ByWidth

num_bins number

bin_width number

normalize flag

separate_bands flag

x_label auto flag

x_label string

y_label_auto flag

y_label string

use_grid Slag

graph_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej
sekcji.

page_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej
sekcji.

normal_curve flag Wskazuje, czy w wynikach powinna by¢ uwidoczniona
krzywa rozkladu normalnego.

Wiasciwosci wezta mapvisualization

Wezet Wizualizacja na mapie moze akceptowac wiele potaczen wejsciowych i wyswietla¢ dane

F
ry . . . .o .
F geoprzestrzenne na mapie w formie szeregu warstw. Kazda warstwa stanowi pojedyncza zmienng
f geoprzestrzenna; na przyktad warstwa podstawowa moze by¢ mapa kraju, a nad nia moze znajdowac si¢
‘.'I.I.l jedna warstwa drog, jedna warstwa rzek i jedna warstwa miejscowosci.

Tabela 103. Wiasciwosci wezta mapvisualization

Wilasciwosci wezla
mapvisualization Typ danych

Opis wlasciwosci

tag string

Ustawia nazwe znacznika dla wejscia. Domyslny
znacznik jest liczba oparta na kolejnosci, wedtug ktorej
dane wejsciowe zostaly podtaczone do wezta (pierwszy
znacznik polaczenia to 1, drugi znacznik potaczenia to
2 itd).
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Tabela 103. Wtasciwosci wezta mapvisualization (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
mapvisualization

Typ danych

Opis wlasciwosci

layer_field

field

Wybiera, ktdra zmienna geoprzestrzenna z zestawu
danych jest wyswietlana jako warstwa na mapie.
Wyboér domyslny bazuje na nastgpujacym porzadku
sortowania:

* Pierwsza — punkt

* Lancuch

* Wielokat

* Zbidr punktow

* Multitancuch

* Ostatnia— Multiwielokat

Jesli istnieja dwie zmienne z takim samym typem

pomiaru, pierwsza zmienna w kolejnosci alfabetycznej
(wedhug nazwy) zostanie wybrana jako domyslna.

color_type

boolean

Okresla kolor standardowy stosowany do wszystkich
funkcji zmiennej geoprzestrzennej lub zmienna
nalozenia, ktora zmienia kolor funkcji w zaleznos$ci od
wartos$ci z innej zmiennej w zbiorze danych. Mozliwe
wartos$ci to standard lub overlay. Domys$lnie wybrana
to standard.

color

string

Jesli zostata wybrana opcja standard dla color_type,
rozwijana lista zawiera taka sama paletg kolorow jak
porzadek kolorow kategorii na wykresie w opcjach
uzytkownika na karcie Pokaz.

Domyslna wartoscia jest kolor kategorii wykresu 1.

color_field

field

Jesli zostata wybrana opcja overlay dla color_type,
lista rozwijana zawiera wszystkie zmienne z tego
samego zestawu danych co zmienna geoprzestrzenna
wybrana jako warstwa.

symbol_type

boolean

Okresla symbol standardowy stosowany do wszystkich
rekordow zmiennej geoprzestrzennej lub symbol
nalozenia, ktory zmienia ikong symboli w zaleznosci od
warto$ci z innej zmiennej w zbiorze danych. Mozliwe
wartosci to standard lub overlay. Domy$lnie wybrana
to standard.

symbol

string

Jesli zostata wybrana opcja standard dla
symbol_type, lista rozwijana zawiera wybdr symboli,
ktéry moze stuzy¢ do wyswietlania punktéw na mapie.

symbol_field

field

Jesli zostata wybrana opcja overlay dla symbol_type,
lista rozwijana zawiera wszystkie zmienne nominalne,
porzadkowe lub jako$ciowe z tego samego zestawu
danych co zmienna geoprzestrzenna wybrana jako
warstwa.

size_type

boolean

Okresla rozmiar standardowy stosowany do wszystkich
rekordow zmiennej geoprzestrzennej lub rozmiar
nalozenia, ktory zmienia rozmiar symbolu ikony badz
grubos¢ linii w zaleznosci od wartosci z innej zmiennej
w zbiorze danych. Mozliwe warto$ci to standard lub
overlay. Domyslnie wybrana to standard.
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Tabela 103. Wtasciwosci wezta mapvisualization (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
mapvisualization

Typ danych

Opis wlasciwosci

size

string

Jesli zostata wybrana opcja standard dla size_type,
dla point lub multipoint, rozwijana lista umozliwia
wybodr wielko$ci dla wybranego symbolu. Dla komendy
linestring lub multilinestring lista rozwijana
umozliwia wybor grubosci linii.

size_field

field

Jesli zostata wybrana opcja overlay dla size_type,
lista rozwijana zawiera wszystkie zmienne z tego
samego zestawu danych co zmienna geoprzestrzenna
wybrana jako warstwa.

transp_type

boolean

Okresla standardowa przezroczystos¢ stosowana do
wszystkich rekordow zmiennej geoprzestrzennej lub
przezroczystos¢ natozenia, ktora zmienia poziom
przezroczystosci symbolu, linii lub wielokata w
zaleznos$ci od wartosci z innej zmiennej w zbiorze
danych. Mozliwe wartosci to standard lub overlay.
Domyslnie wybrana to standard.

transp

integer

Jesli zostata wybrana opcja standard dla transp_type,
lista rozwijana umozliwia wybdr poziomu
przezroczystosci, poczawszy od 0%
(nieprzezroczystosc) po wartos¢ 100% (przezroczysty).
Poszczegolne poziomy zwigkszaja sig¢ o 10%. Ustawia
przezroczystos¢ punktow, linii i wielokatow na mapie.

Jesli zostata wybrana opcja overlay dla size_type,
lista rozwijana zawiera wszystkie zmienne z tego
samego zestawu danych co zmienna geoprzestrzenna
wybrana jako warstwa.

Warto$¢ domyslna dla points, multipoints, linestrings
oraz multilinestrings, polygons i multipolygons
(stanowiacych dolna warstwe) wynosi 0%. Wartosé
domyslna dla polygons i multipolygons nie
stanowiacych dolnej warstwy wynosi 50% (w celu
uniknigcia przestaniania warstw ponizej tych
wielokatow).

transp_field

field

Jesli zostata wybrana opcja overlay dla transp_type,
lista rozwijana zawiera wszystkie zmienne z tego
samego zestawu danych co zmienna geoprzestrzenna
wybrana jako warstwa.

data_label_field

field

Okresla zmienna, ktora ma by¢ uzywana jako etykieta
danych na mapie. Na przyklad, jesli warstwa, do ktorej
zastosowano to ustawienie, jest warstwa wielokata, to
etykieta danych moze by¢ zmienna name —
zawierajaca nazwe kazdego wielokata. A zatem wybor
zmiennej hame w tym miejscu spowoduje, ze te nazwy
zostana wyswietlone na mapie.

use_hex_binning

boolean

Wiacza grupowanie szesciokatne i wszystkie rozwijane
listy agregacji. To ustawienie jest domyslnie
wylaczone.
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Tabela 103. Wtasciwosci wezta mapvisualization (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
mapvisualization

Typ danych

Opis wlasciwosci

color_aggregation i
transp_aggregation

string

Po wybraniu zmiennej natozenia dla warstwy punktow
za pomoca grupowania szesciokatnego wszystkie
wartosci dla tej zmiennej musza by¢ zagregowane dla
wszystkich punktow w obrgbie szesciokata. Z tego
powodu nalezy okresli¢ funkcje agregujaca dla
dowolnej zmiennej natozenia, ktéra chcesz zastosowac
dla mapy.

Dostepne funkcje agregacji to:

Ciagla (sktadowanie liczb rzeczywistych lub
catkowitych):

* Suma

+ Srednia

* Minimum

* Maksimum

* Mediana

* 1 Kwartyl

* 3 Kwartyl

Ciagly (sktadowanie godziny, daty, znacznika czasu):
* Srednia
* Minimum

* Maksimum

Nominalna/Jakosciowa:
* Dominanta

* Minimum

* Maksimum

Flaga:

* Prawda, gdy jakas jest prawdziwa

* Falsz, jesli cho¢ jeden falsz

custom_storage

string

Ustawia ogdlny typ pamigci masowej dla zmienne;j.
Wartoscia domyslna jest List. Jesli zostanie podana
warto$¢ List, opcje custom_value_storage i
list_depth sa wytaczone.

custom_value_storage

string

Ustawia typy sktadowania dla elementow na liscie, a
nie dla zmiennej jako do cato$ci. Warto$cia domyslng
jest Real.
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Tabela 103. Wtasciwosci wezta mapvisualization (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

mapvisualization Typ danych Opis wlasciwosci

* Punkt-0
e Lancuch-1
* Wielokat - 2

10.

list_depth integer Ustawia gleboko$¢ zmiennej typu lista. Wymagana
glebokos¢ zalezy od typu zmiennej geoprzestrzennej,
obowiazuja nastgpujace kryteria:

* Multipunkt - 1
* Multitancuch - 2
* Multiwielokat - 3

Uzytkownik musi zna¢ typ zmiennej geoprzestrzennej
przeksztatcanej z powrotem do listy oraz wymagana
glebokosc¢ dla tego typu zmiennej. Niepoprawne
ustawienia uniemozliwiaja uzywanie zmiennej.

Wartos¢ domyslna to 0, minimalna to 0, a maksymalna

Wiasciwosci wezta multiplotnode

Wezet Wykres wielokrotny tworzy wykres zawierajacy wiele zmiennych Y dla jednej zmiennej X.
Zmienne Y sa wykreslane jako kolorowe linie, a kazda z nich jest rtOwnowazna weztowi wykresu ze

E stylem ustawionym na warto$¢ Liniowy 1 trybem osi X ustawionym na Sortuj. Wykresy wielokrotne sa

przydatne do zbadania wahan kilku zmiennych w czasie.

Przyktad

node = stream.create("multiplot", "My node")

# Karta "Wykres"

node.setPropertyValue("x_field", "Age")
node.setPropertyValue("y fields", ["Drug", "BP"])
node.setPropertyValue("panel field", "Sex")

# "Natozenie" - sekcja
node.setPropertyValue("animation_field", "")
node.setPropertyValue("tooltip", "BP")
node.setPropertyValue("normalize", True)
node.setPropertyValue("use overlay expr", False)
node.setPropertyValue("overlay_expression", "BP")
node.setPropertyValue("records_Timit", 500)
node.setPropertyValue("if_over 1imit", "PlotSample")

Tabela 104. Wtasciwosci wezta multiplotnode

Wiasciwosci wezta multiplotnode Typ danych Opis wlasciwosci
x_field field

y_fields list

panel_field field

animation_field field

normalize flag

use_overlay_expr flag
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Tabela 104. Wtasciwosci wezta multiplotnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezta multiplotnode Typ danych Opis wlasciwosci
overlay_expression string
records_limit number
if_over_limit PlotBins
PlotSample
PlotAll
x_label_auto flag
x_label string
y_label_auto flag
y_label string
use_grid flag
graph_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej
sekcji.
page_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej
sekcji.

Wiasciwosci wezta plotnode

Wezet Wykres przedstawia relacje pomigdzy zmiennymi numerycznymi. Wykres mozna utworzy¢ na
podstawie dwdch punktow (wykres rozrzutu) lub linii.

i

Przyktad

node = stream.create("plot", "My node")

# Karta "Wykres"
node.setPropertyValue("three D", True)
node.setPropertyValue("x_field", "BP")
node.setPropertyValue("y field", "Cholesterol")
node.setPropertyValue("z_field", "Drug")

# "Natozenie" — sekcja
node.setPropertyValue("color_field", "Drug")
node.setPropertyValue("size field", "Age")
node.setPropertyValue("shape_field", "")
node.setPropertyValue("panel_field", "Sex")
node.setPropertyValue("animation_field", "BP")
node.setPropertyValue("transp_field", "")
node.setPropertyValue("style", "Point")

# Karta "Wynik"
node.setPropertyValue("output_mode", "File")
node.setPropertyValue("output_format", "JPEG")
node.setPropertyValue("full_filename", "C:/temp/graph_output/plot _output.jpeg")

Tabela 105. Wtasciwosci wezta plotnode

Wiasciwosci wezla plotnode Typ danych Opis wlasciwosci

x_field field Okresla niestandardowq etykiete osi x. Dostgpna tylko dla
etykiet.

y_field field Okresla niestandardowa etykietg osi y. Dostepna tylko dla
etykiet.
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Tabela 105. Wtasciwosci wezta plotnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla plotnode Typ danych Opis wlasciwosci
three_D flag Okresla niestandardowa etykietg osi y. Dostepna tylko dla
etykiet na wykresach tréjwymiarowych.
z_field field
color_field field Zmienna naktadkowa.
size_field field
shape_field field
panel_field field Okresla zmienna nominalna lub typu flaga uzywana przy
tworzeniu osobnych wykreséw poszczegdlnych kategorii.
Wykresy sa zbierane w jednym oknie wynikow.
animation_field field Okresla zmienna nominalna lub typu flaga uzywana do
zobrazowania kategorii wartosci danych poprzez
utworzenie serii wykresow wyswietlanych kolejno w
ramach animacji.
transp_field field Okresla zmienna stuzaca do zobrazowania kategorii
wartosci danych przy uzyciu réznych poziomow
przezroczystosci. Niedostgpna w przypadku wykresow
liniowych.
overlay_type None Okresla, czy wyswietlana jest funkcja naktadkowa, czy
Smoother tez ma by¢ stosowanie wygtadzanie LOESS.
Function
overlay_expression string Okres$la wyrazenie uzywane, gdy overlay_type ma
wartos¢ Function.
style Point
Line
point_type Rectangle
Dot
Triangle
Hexagon
Plus
Pentagon
Star
BowTie
HorizontalDash
VerticalDash
IronCross
Factory
House
Cathedral
OnionDome
ConcaveTriangle
ObTateGlobe
CatEye
FourSidedPillow
RoundRectangle
Fan
X_mode Sort
Overlay
AsRead
X_range_mode Automatic

UserDefined

X_range_min

number

X_range_max

number
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Tabela 105. Wtasciwosci wezta plotnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla plothode Typ danych Opis wlasciwosci
y_range_mode Automatic
UserDefined
y_range_min number
y_range_max number
z_range_mode Automatic
UserDefined
z_range_min number
Z_range_max number
jitter Slag
records_limit number
if_over_limit PlotBins
PlotSample
PlotAll
x_label_auto flag
x_label string
y_label_auto flag
y_label string
z label auto flag
z_label string
use_grid flag
graph_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej
sekcji.
page_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej
sekcji.
use_overlay_expr flag Nieaktualna, zastapiona przez overlay_type.

Wiasciwosci wezta timeplotnode

Wezet Sekwencyjny wyswietla jeden lub wigcej zbiorow danych szeregdw czasowych. Zwykle najpierw

"’ " . . . . . . ’ . .
LN uzywa si¢ wezla Przedzialy czasowe do utworzenia zmiennej TimeLabel, ktora postuzy do generowania
1< etykiet osi x.

Przyktad

node

node.
node.
node.
node.

node

= stream.create("timeplot", "My node")
setPropertyValue("y fields", ["sales",
setPropertyValue("panel", True)
setPropertyValue("normalize", True)
setPropertyValue("Tine", True)

men", "women"])

.setPropertyValue("smoother", True)
node.
node.

setPropertyValue("use_records_Timit", True)
setPropertyValue("records 1imit", 2000)

# Ustawienia wygladu

node.
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setPropertyValue("symbol size", 2.0)
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Tabela 106. Wtasciwosci wezta timeplotnode

Wiasciwosci wezla timeplotnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

plot_series

Series
Models

use_custom_x_field

Slag

x_field

field

y_fields

list

panel

normalize

line

points

Slag

point_type

Rectangle

Dot

Triangle
Hexagon

Plus

Pentagon

Star

BowTie
HorizontalDash
VerticalDash
IronCross
Factory

House
Cathedral
OnionDome
ConcaveTriangle
ObTateGlobe
CatEye
FourSidedPillow
RoundRectangle
Fan

smoother

Slag

Funkcje wygtadzajace mozna dodawa¢ do wykresu tylko
wtedy, gdy panel ma warto$¢ True.

use_records_limit

Slag

records_limit

integer

symbol_size

number

Okresla wielko$¢ symbolu.

panel_layout

Horizontal
Vertical

Wiasciwosci wezta eplotnode

Wezet Wykres E-plot (Beta) przedstawia relacje pomigdzy zmiennymi liczbowymi. Jest podobny do
wezta Wykres, ale oferuje inne opcje, a jego wyniki generowane sa za pomoca nowego interfejsu,
charakterystycznego dla tego wezta. Zachgcamy do eksperymentowania z nowymi mozliwosciami
tworzenia wykresow, jakie oferuje ten wezet (majacy obecnie status wersji beta).
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Tabela 107. Wtasciwosci wezta eplotnode

Wilasciwosci wezla eplotnode Typ danych Opis wlasciwosci

x_field string Okres$l zmienna, ktéra ma by¢ wyswietlana na
poziomej osi X.

y_field string Okresl zmienna, ktéra ma by¢ wyswietlana na
pionowej osi Y.

color_field string Ewentualnie okresl zmienna, ktdra ma by¢ uzywana
do generowania naktadki w formie mapy koloréw.

size_field string Ewentualnie okresl zmienna, ktora ma by¢ uzywana
do generowania naktadki w formie mapy rozmiaréw.

shape_field string Ewentualnie okre$l zmienna, ktdra ma by¢ uzywana
do generowania naktadki w formie mapy ksztaltow.

interested_fields string Okresl zmienne, ktére maja by¢ zawarte w wynikach.

records_limit integer Okres$l maksymalna liczbe rekordéw do
uwzglednienia na wykresie wynikowym. Wartosc¢
domyslna to 2000.

if_over_limit Boolean Okresl, czy w razie przekroczenia wartoSci

records_limit ma by¢ uzywana opcja Losowanie,
czy Uzyj wszystkich danych. Losowanie to opcja
domyslna, ktora powoduje losowe probkowanie
danych az do osiagnigcia wartosci records_limit.
Wybranie opcji Uzyj wszystkich danych, czyli
zignorowanie warto$ci records_limit i wykreslenie
wszystkich punktow danych, moze radykalnie

pogorszy¢ wydajnosc.
Wiasciwosci wezta tsnenode
.'E .ﬁ- Stochastyczna metoda porzadkowania sasiadow w oparciu o rozktad t (t-SNE — t-Distributed Stochastic
Neighbor Embedding) to narzg¢dzie do wizualizacji danych wysokowymiarowych. Przeksztatca ono

powinowactwa punktow danych w prawdopodobienstwa. Wezet t-SNE w programie SPSS Modeler zostat
zaimplementowany w jezyku Python i wymaga biblioteki Python scikit-learn©.

Tabela 108. Wiasciwosci wezta tsnenode

Wiasciwosci wezla tsnenode Typ danych Opis wlasciwosci
mode_type string Nalezy okresli¢ tryb simple albo expert.
n_components string Wymiar przestrzeni wiaczanej (2W albo 3W).

Nalezy okresli¢ 2 albo 3. Wartos¢ domyslna to 2.

method string Nalezy okresli¢ barnes_hut albo exact. Wartos¢
domyslna to barnes_hut.

init string Inicjowanie wlaczania. Nalezy okresli¢ random albo
pca. Wartos¢ domyslna to random.

target_field string Nazwa zmiennej przewidywanej. Zostanie
przedstawiona w postaci mapy kolorow na wykresie
wynikowym. Jesli zmienna przewidywana nie
zostanie okreslona, wykres bedzie jednokolorowy.
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Tabela 108. Wtasciwosci wezta tsnenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla tshenode

Typ danych

Opis wlasciwosci

perplexity

float

Stopien zmieszania zwiazany z liczba najblizszych
sasiadow uzywanych w innych algorytmach typu
Manifold Learning. Wigksze zbiory danych zwykle
wymagaja wigkszego zmieszania. Nalezy rozwazy¢
wybor wartosci z przedziatu od 5 do 50. Wartos¢
domyslna to 30.

early_exaggeration

float

Okresla, jak ciasno upakowane beda grupy naturalne
W przestrzeni wlaczanej i ile miejsca pozostanie
migdzy nimi. Wartos¢ domyslna to 12.0.

learning_rate

float

Warto$cia domyslna jest 200.

n_iter

integer

Maksymalna liczba iteracji optymalizacji. Nalezy ja
ustawi¢ na co najmniej 250. Wartos¢ domyslna to
1000.

angle

float

Wielkos¢ katowa odlegltego wezta zmierzona z
punktu. Nalezy okresli¢ warto§¢ z przedziatu od 0 do
1. Warto$¢ domyslna to 0.5.

enable_random_seed

Boolean

Ustawienie true powoduje wlaczenie parametru
random_seed. Domyslna warto$cia jest false.

random_seed

integer

Wartos$¢ startowa generatora liczb losowych, ktora
ma by¢ uzywana. Warto$¢ domyslna to None.

n_iter_without_progress

integer

Maksymalna liczba iteracji bez postgpu. Wartos¢
domyslna to 300.

min_grad_norm

string

Jesli norma gradientu bedzie nizsza od tego progu,
optymalizacja zostanie przerwana. Warto$¢ domyslna
to 1.0E-7. Mozliwe wartosci to:

* 1.0E-1
* 1.0E-2
+ 1.0E-3
* 1.0E-4
* 1.0E-5
* 1.0E-6
* 1.0E-7
* 1.0E-8

isGridSearch

Boolean

Ustawienie true powoduje wykonanie algorytmu
t-SNE z kilkoma réznymi poziomami zmieszania.
Domys$lna wartoscia jest false.

output_Rename

Boolean

Nalezy okresli¢ true, aby poda¢ niestandardowa
nazwe, albo false, jesli nazwa pliku wynikowego ma
by¢ wybrana automatycznie. Domyslna wartoscia
jest false.

output_to

string

Nalezy okresli¢ wartos¢ Screen lub Output.
Wartos¢ domyslna to Screen.

full_filename

string

Nalezy podac¢ nazwe pliku wynikowego.

output_file_type

string

Format pliku wynikowego. Nalezy okresli¢ wartos¢
HTML albo Output object. Warto$¢ domyslna to
HTML.
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Wiasciwosci wezta webnode

A Wezet sieciowy obrazuje sitg relacji migdzy wartosciami dwdch lub wigkszej liczby zmiennych

; @ symbolicznych (jako$ciowych). Na wykresie linie o roznej szerokosci odzwierciedlaja silg polaczenia.
Wezla sieciowego mozna uzy¢ na przyktad do eksploracji relacji migdzy zakupami roznych towarow w
sklepie internetowym.

Przyktad

node = stream.create("web", "My node")

# Karta "Wykres"

node.setPropertyValue("use_directed web", True)
node.setPropertyValue("to_field", "Drug")
node.setPropertyValue("fields", ["BP", "Cholesterol", "Sex", "Drug"])
node.setPropertyValue("from fields", ["BP", "Cholesterol", "Sex"])
node.setPropertyValue("true_flags_only", False)
node.setPropertyValue("1ine_values", "Absolute")
node.setPropertyValue("strong 1inks_heavier", True)

# Karta "Opcje"

node.setPropertyValue("max_num_Tinks", 300)
node.setPropertyValue("1inks_above", 10)
node.setPropertyValue("num_Tinks", "ShowA11")
node.setPropertyValue("discard_Tinks_min", True)
node.setPropertyValue("1inks_min_records", 5)
node.setPropertyValue("discard 1inks max", True)
node.setPropertyValue("weak below", 10)
node.setPropertyValue("strong_above", 19)
node.setPropertyValue("1ink_size_continuous", True)
node.setPropertyValue("web_display", "Circular")

Tabela 109. Wiasciwosci wezta webnode

Wiasciwosci wezla webnode Typ danych Opis wlasciwosci

use_directed_web flag

fields list

to_field field

from_fields list

true_flags_only flag

line_values Absolute
OverallPct
PctLarger
PctSmaller

strong_links_heavier flag

num_links ShowMaximum
ShowLinksAbove
ShowAll

max_num_links number

links_above number

discard_links_min flag

links_min_records number

discard_links_max flag

links_max_records number

176  1BM SPSS Modeler 18.2 — podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji



Tabela 109. Wtasciwosci wezta webnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla webnode Typ danych Opis wlasciwosci
weak_below number
strong_above number
link_size_continuous flag
web_display Circular
Network
Directed
Grid
graph_background color Standardowe kolory wykresu sa opisane na poczatku tej
sekcji.
symbol_size number Okresla wielko$¢ symbolu.
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Rozdziat 13. Wlasciwosci weziow modelowania

Wspdine witasciwosci weztow modelowania

Ponizsze wlasciwosci sa wspdlne dla niektdrych lub wszystkich weztéw modelowania. Wszelkie wyjatki odnotowano
w opisach poszczegdlnych weztow.

Tabela 110. Wspdine wtasciwosci wezidow modelowania

Wiasciwos¢ Wartosci Opis wlasciwosci

custom_fields flag Wartos¢ true umozliwia okreslenie zmiennej
przewidywanej, wejsciowej 1 innych zmiennych
dla biezacego wezta. Wartos¢ false powoduje
uzycie biezacych ustawien z wczesniejszego
wezta Typ.

target field Okresla jedng zmienng przewidywana lub wiele

lub zmiennych przewidywanych, w zaleznos$ci od

targets lub typu modelu.

[fieldl ... fieldN]

inputs [fieldl ... fieldN] Zmienne wejsciowe lub predyktory uzywane
przez model.

partition field

use_partitioned_data flag Jesli zdefiniowano zmienna dzielaca na
podzbiory, ta opcja umozliwia uzycie podczas
budowania modelu wytacznie danych z
podzbioru uczacego.

use_split_data flag

splits

[field] ... fieldN]

Okresla zmienna lub zmienne uzywane do
modelowania podziatéw. Odnosi skutek tylko
wtedy, gdy use_split_data ma wartos¢ True.

use_frequency flag W opisach poszczegdlnych typéw modeli
wskazano, czy modele danego typu korzystaja ze
zmiennych wagi i czgstosci.

frequency_field field

use_weight flag

weight_field field

use_model_name flag

model_name string Niestandardowa nazwa nowego modelu.

mode Simple

Expert

wilasciwosci anomalydetectionnode wezta

@

Wezet Wykrywanie anomalii umozliwia identyfikacje nietypowych obserwacji lub warto$ci odstajacych,
ktore sa niezgodne z wzorcami dla ,,normalnych” danych. Korzystajac z tego wezta, mozna
zidentyfikowa¢ wartosci odstajace nawet, jesli nie pasuja one do zadnego z wezesniej znanych wzorcow
oraz jesli brak pewnosci co do charakteru poszukiwanych danych.
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Przyktad

node = stream.create("anomalydetection", "My node")
node.setPropertyValue("anomaly method", "PerRecords")

node.setPropertyValue("percent records", 95)
node.setPropertyValue("mode", "Expert")

node.setPropertyValue("peer_group num auto", True)

node.setPropertyValue("min_num_peer_groups", 3)

node.setPropertyValue("max_num_peer_groups", 10)

Tabela 111. wtasciwosci anomalydetectionnode wezia

Wilasciwosci wezla
anomalydetectionnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

inputs [fieldl ... fieldN] Modele Wykrywanie anomalii filtruja rekordy
na podstawie okreslonych zmiennych
wejsciowych. Nie uzywaja zmiennej
przewidywanej. Nie uzywaja takze zmiennych
wagi i czgstosci. Wigceej informacji mozna
znalez¢ w temacie|“Wspolne wiasciwosci|
[weztow modelowania” na stronie 179]
mode Expert
Simple
anomaly_method IndexLevel Okresla metode uzywana do okreslania
PerRecords wartosci odcigcia przy oznaczaniu rekordow
NumRecords jako anomalii.
index_level number Okresla minimalna warto$¢ odcigcia uzywana
do oznaczania anomalii.
percent_records number Ustawia prog oznaczania rekordow jako
odsetek rekordow w danych uczacych.
num_records number Ustawia prog oznaczania rekordow jako liczbe
rekordow w danych uczacych.
num_fields integer Liczba zmiennych, jaka nalezy zgtosi¢ dla
kazdego rekordu oznaczonego jako anomalia.
impute_missing_values flag
adjustment_coeff number Warto$¢ uzywana do rownowazenia wzglednej
wagi nadanej zmiennym ciaglym i
jakosciowym przy obliczaniu odlegtosci.
peer_group_num_auto flag Automatycznie oblicza liczbg grup elementow
réwnorzednych.
min_num_peer_groups integer Okresla minimalna liczbg grup elementéw
rownorzednych, gdy peer_group_num_auto
ma wartos¢ True.
max_num_per_groups integer Okresla maksymalna liczbe grup elementow
réwnorzednych.
num_peer_groups integer Okres$la minimalna liczbe grup elementow
rownorzednych, gdy peer_group_num_auto
ma warto$¢ False.
noise_level number Okresla sposdb traktowania wartosci
odstajacych podczas grupowania. Podaj
warto$¢ w zakresie od 0 do 0,5.
noise_ratio number Okresla, jaka czg$¢ pamigci przydzielonej dla

komponentu ma by¢ uzywana do buforowania
szumow. Podaj wartos¢ w zakresie od 0 do
0,5.
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Wtasciwosci wezla apriorinode

. Wezet Apriori pozwala wyodrebni¢ zestaw regut na podstawie danych, pobierajac reguty o najwyzszej
! % mozliwej zawartosci informacji. Apriori oferuje pig¢ réznych metod wybierania regut i korzysta ze
ztozonego schematu indeksowania do efektywnego przetwarzania duzych zbioréw danych. W przypadku
duzych problemow czas uczenia Apriori jest zwykle krotszy. Brak jest arbitralnego limitu co do liczby
regul do utrzymania, mozliwa jest obstuga regut z maksymalnie 32 predykcjami. Apriori wymaga, aby
wszystkie zmienne wejsciowe i wyjsciowe byly zmiennymi jakosciowymi, lecz oferuje wyzsza wydajnosé
z uwagi na optymalizacj¢ pod katem tego typu danych.

Przyktad

node = stream.create("apriori", "My node")

# Karta "Zmienne"
node.setPropertyValue("custom fields", True)
node.setPropertyValue("partition", "Test")

# Dla danych nietransakcyjnych
node.setPropertyValue("use_transactional _data", False)
node.setPropertyValue("consequents", ["Age"])
node.setPropertyValue("antecedents", ["BP", "Cholesterol", "Drug"])
# Dla danych transakcyjnych
node.setPropertyValue("use_transactional_data", True)
node.setPropertyValue("id_field", "Age")
node.setPropertyValue("contiguous", True)
node.setPropertyValue("content field", "Drug")

# Karta "Model"
node.setPropertyValue("use_model name", False)
node.setPropertyValue("model_name", "Apriori_bp_choles_drug")
node.setPropertyValue("min_supp", 7.0)
node.setPropertyValue("min_conf", 30.0)
node.setPropertyValue("max_antecedents", 7)
node.setPropertyValue("true_flags", False)
node.setPropertyValue("optimize", "Memory")

# Karta "Zaawansowane"

node.setPropertyValue("mode", "Expert")
node.setPropertyValue("evaluation", "ConfidenceRatio")
node.setPropertyValue("Tower_bound", 7)

Tabela 112. Wtasciwosci wezta apriorinode

Wilasciwosci wezla apriorinode Wartosci Opis wlasciwosci

consequents field W modelach Apriori zamiast standardowych
zmiennych przewidywanych i wejsciowych uzywa
si¢ nastgpnikow i poprzednikow. Zmienne wagi i
czegsto$ci nie sa uzywane. Wigcej informacji mozna
znalez¢ w temacie[“Wspolne whasciwosci weztow]
[modelowania” na stronie 179]

antecedents [field] ... fieldN]

min_supp number

min_conf number

max_antecedents number

true_flags flag

optimize Speed

Memory
use_transactional_data flag
contiguous flag
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Tabela 112. Wiasciwosci wezta apriorinode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla apriorinode Wartosci Opis wlasciwosci
id_field string
content_field string
mode Simple
Expert
evaluation RuleConfidence
DifferenceToPrior
ConfidenceRatio
InformationDifference
NormalizedChiSquare
lower_bound number
optimize Speed Stuzy do okreslania, czy budowanie modelu ma by¢
Memory optymalizowane pod katem szybkosci, czy zuzycia

pamigci.

Wiasciwosci wezta associationrulesnode

P Wezet Reguty asocjacyjne jest podobny do wezta Apriori; jednak inaczej niz w przypadku Apriori, wezet
| E Reguly asocjacyjne umozliwia przetwarzanie danych w postaci listy. Ponadto wezet Reguty asocjacyjne
moze by¢ uzywany wraz z IBM SPSS Analytic Server do przetwarzania duzych zbioroéw danych i

korzystania z szybszego przetwarzania rOwnoleglego.

Tabela 113. Wtasciwosci wezta associationrulesnode

Wiasciwosci wezla

associationrulesnode Typ danych Opis wlasciwosci

predictions field Zmienne na tej liscie moga by¢ tylko predyktorami
reguly.

conditions [fieldl.. fieldN] Zmienne na tej liscie moga by¢ tylko warunkami

reguly.

max_rule_conditions integer Maksymalna liczba warunkdw, ktére moga by¢
uwzglednione w jednej regule. Minimum 1, maksimum
9.
max_rule_predictions integer Maksymalna liczba predykcji, ktore moga by¢
uwzglednione w jednej regule. Minimum 1, maksimum
5.
max_num_rules integer Maksymalna liczba regul, ktére moga by¢
uwzglednione przy budowaniu regut. Minimum 1,
maksimum 10 000.
rule_criterion_top_n Confidence Kryterium regut, ktére okresla wartos¢ wg ktorej
Rulesupport wybieranych jest N najlepszych regut w modelu.
Lift
Conditionsupport
Deployability
true_flags Boolean Wartos¢ Y powoduje, ze przy budowaniu regut
uwzgledniane beda tylko wartosci prawdziwe
zmiennych typu flaga.
rule_criterion Boolean Wartos¢ Y powoduje, ze wartosci kryterium reguty sa

uzywane do wykluczania regul przy budowaniu
modelu.
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Tabela 113. Wiasciwosci wezta associationrulesnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

associationrulesnode Typ danych Opis wlasciwosci

min_confidence number 0d 0,1 do 100 — okreslony procentowo minimalny
poziom ufnosci reguly generowanej przez model. Jesli
model generuje regute o poziomie ufnosci nizszym niz
ta wartos¢, regula jest odrzucana.

min_rule_support number 0d 0,1 do 100 — okreslone procentowo minimalne
pokrycie dla reguty generowanej przez model. Jesli
model generuje regulg o pokryciu nizszym niz ta
wartosc¢, regula jest odrzucana.

min_condition_support number 0d 0,1 do 100 — okreslone procentowo minimalne
pokrycie dla warunku generowanego przez model. Jesli
model generuje warunek o pokryciu nizszym niz ta
wartos$¢, reguta jest odrzucana.

min_lift integer Od 1 do 10— minimalny wymagany przyrost dla
reguty generowanej przez model. Jesli model generuje
regule o przyroscie nizszym niz ta wartos¢, reguta jest
odrzucana.

exclude_rules Boolean Stuzy do wybierania listy powiazanych zmiennych, z
ktorych model nie powinien tworzy¢ regut.
Przyktad: set :gsarsnode.exclude_rules =
[[[field1,field2, field3]],[[field4, field5]]] - gdzie kazda
lista zmiennych oddzielona znakami [] jest osobnym
wierszem w tabeli.

num_bins integer Okresla liczbg automatycznie wyznaczanych kategorii,
do ktorych przydzielane sa zmienne ciagle. Minimum
2, maksimum 10.

max_list_length integer Ma zastosowanie do dowolnych zmiennych typu lista o
nieznanej dlugos$ci maksymalnej. Elementy na liscie do
okreslonego numeru wlacznie sa uwzgledniane przy
budowaniu modelu; wszystkie dalsze elementy sa
odrzucane. Minimum 1, maksimum 100.

output_confidence Boolean

output_rule_support Boolean

output_lift Boolean

output_condition_support Boolean

output_deployability Boolean

rules_to_display upto Maksymalna liczba regut, ktora moze by¢ ujeta w

all tabelach wynikowych.

display_upto integer Jesli okreslono wartos¢ upto dla wiasciwosci
rules_to_display, okresla liczbe regut, ktéra ma by¢
ujeta w tabelach wynikowych. Minimum 1.

field_transformations Boolean

records_summary Boolean

rule_statistics Boolean

most_frequent_values Boolean

most_frequent_fields Boolean

word_cloud Boolean
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Tabela 113. Wiasciwosci wezta associationrulesnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

associationrulesnode Typ danych Opis wlasciwosci
word_cloud_sort Confidence
Rulesupport
Lift
Conditionsupport
Deployability
word_cloud_display integer Minimum 1, maksimum 20
max_predictions integer Maksymalna liczba regut, ktora moze by¢ stosowana do
kazdej zmiennej wejSciowej przy ocenie.
criterion Confidence Wybiera miarg, ktora bedzie uzywana w celu okre$lenia
Rulesupport sity regut.
Lift
Conditionsupport
Deployability
allow_repeats Boolean Okresla, czy reguty o tej samej predykcji beda

uwzgledniane w ocenie.

check_input

NoPredictions
Predictions
NoCheck

Wiasciwosci wezta autoclassifiernode

£

Przyktad

node = stream.create("autoclassifier", "My node")
node.setPropertyValue("ranking measure", "Accuracy")
node.setPropertyValue("ranking dataset", "Training")
node.setPropertyValue("enable_accuracy Timit", True)
node.setPropertyValue("accuracy Timit", 0.9)

Wezel Auto Klasyfikacja tworzy i porownuje rézne modele pod katem wynikow binarnych (tak lub nie,
odejscia lub brak odejscia itd.), umozliwiajac uzytkownikowi wybdr optymalnego podejscia do danej
analizy. Obstugiwana jest pewna liczba algorytméw modelowania, co umozliwia wybor metod, ktore
maja zostac uzyte, konkretnych opcji dla kazdej z nich oraz kryteriow porownywania wynikow. Wezet
generuje zestaw modeli w oparciu o okreslone opcje i nadaje rangi najlepszym kandydatom wybranym
wedhug wskazanych kryteriow.

node.setPropertyValue("calculate_variable_importance", True)
node.setPropertyValue("use costs", True)
node.setPropertyValue("svm", False)

Tabela 114. Wtasciwosci wezta autoclassifiernode

Wiasciwosci wezla autoclassifiernode

‘Wartosci

Opis wlasciwosci

target

field

W przypadku zmiennych przewidywanych
typu flaga wezel Auto Klasyfikacja
wymaga jednej zmiennej przewidywanej i
co najmniej jednej zmiennej wejsciowe;.
Mozna tez okresli¢ zmienne wagi i
czgstosci. Wigcej informacji mozna znalez¢
w temacie[‘Wspdlne wlasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179]
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Tabela 114. Wiasciwosci wezta autoclassifiernode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla autoclassifiernode Wartosci Opis wlasciwosci
ranking_measure Accuracy
Area_under_curve
Profit
Lift
Num_variables
ranking_dataset Training
Test
number_of_models integer Liczba modeli do uwzglednienia w modelu
uzytkowym. Liczba catkowita od 1 do 100.
calculate_variable_importance flag
enable_accuracy_limit flag
accuracy_limit integer Liczba catkowita od 0 do 100.
enable_ area_under_curve _limit flag
area_under_curve_limit number Liczba rzeczywista od 0,0 do 1,0.
enable_profit_limit flag
profit_limit number Liczba catkowita wigksza od 0.
enable_lift_limit flag
lift_limit number Liczba rzeczywista wigksza od 1,0.
enable_number_of_variables_limit flag
number_of_variables_limit number Liczba catkowita wieksza od 0.
use_fixed_cost flag
fixed_cost number Liczba rzeczywista wigksza od 0,0.
variable_cost field
use_fixed_revenue flag
fixed_revenue number Liczba rzeczywista wieksza od 0,0.
variable_revenue field
use_fixed_weight flag
fixed_weight number Liczba rzeczywista wigksza od 0.0
variable_weight field
lift_percentile number Liczba catkowita od 0 do 100.
enable_model_build_time_limit flag
model_build_time_limit number Liczba (catkowita) minut ograniczajaca
czas budowania jednego modelu.
enable_stop_after_time_limit flag
stop_after_time_limit number Liczba (rzeczywista) godzin ograniczajaca
faczny czas dziatania automatycznego
klasyfikatora.
enable_stop_after_valid_model_produced flag
use_costs Slag
<algorithm> flag Wiacza lub wylacza stosowanie

konkretnego algorytmu.
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Tabela 114. Wiasciwosci wezta autoclassifiernode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla autoclassifiernode Wartosci Opis wlasciwosci

<algorithm>.<property> string Ustawia warto$¢ wiasciwos$ci konkretnego
algorytmu. Wigcej informacji mozna
znalez¢ w temacie |“Ustawianie|
[whasciwosci algorytmu’}

Ustawianie wtasciwosci algorytmu

W przypadku weztow Auto Klasyfikacja, Auto Predykcja i Auto Grupowanie wtasciwosci konkretnych algorytmow
uzywanych przez wegzet mozna ustawiac, korzystajac z instrukcji w postaci:

autonode.setKeyedPropertyValue(<algorithm>, <property>, <value>)

Na przyktad:
node.setKeyedPropertyValue("neuralnetwork", "method", "MultilayerPerceptron")

Nazwy algorytméw dla wezta Auto Klasyfikacja to: cart, chaid, quest, ¢50, logreg, decisionlist, bayesnet,
discriminant, svm i knn.

Nazwy algorytmoéw dla wezta Auto Predykcja to: cart, chaid, neuralnetwork, genlin, svm, regression, linear i knn.
Nazwy algorytméw dla wezta Auto Grupowanie to: twostep, k-means i kohonen.
Nazwy wlasciwosci sa standardowe, zgodnie z dokumentacja poszczegdlnych weztow 1 algorytmow.

Wtasciwosci algorytmow zawierajace kropki i inne znaki interpunkcyjne musza by¢ ujgte w pojedyncze cudzystowy,
na przyktad:
node.setKeyedPropertyValue("logreg", "tolerance", "1.0E-5")

Wtasciwosci mozna tez nadac¢ wigcej niz jedna wartos¢, na przyktad:
node.setKeyedPropertyValue("decisionlist", "search_direction", ["Up", "Down"])

Aby wilaczy¢ lub wylaczy¢ stosowanie konkretnego algorytmu:
node.setPropertyValue("chaid", True)

Uwaga: W przypadkach, gdy pewne opcje algorytmu nie sa dostgpne w wezle Auto Klasyfikacja, lub gdy mozna
okresli¢ tylko jedna wartos¢, a nie zakres wartosci, w skryptach obowiazuja te same ograniczenia, co przy
standardowym dostgpie do wezta.

Witasciwosci wezta autoclusternode

_ Wezel Autogrupowanie szacuje 1 pordéwnuje modele skupien identyfikujace grupy rekordow o podobne;j
@J charakterystyce. Wezet dziala tak samo, jak pozostate zautomatyzowane wezly modelowania,

* umozliwiajac eksperymentowanie z wieloma kombinacjami opcji w pojedynczym przebiegu
modelowania. Modele mozna porownywac¢, korzystajac z miar bazowych, ktére pozwalaja podejmowac
proby filtrowania i oceny przydatnosci modelu skupien oraz udostepniaja miary bazujace na istotnosci
poszczegdlnych zmiennych.

Przyktad
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node = stream.create("autocluster", "My node")

node.setPropertyValue("ranking_measure", "Silhouette")
node.setPropertyValue("ranking_dataset", "Training")
node.setPropertyValue("enable_silhouette Timit", True)

node.setPropertyValue("silhouette 1imit", 5)

Tabela 115. Wtasciwosci wezta autoclusternode

Wiasciwosci wezla autoclusternode

Wartosci

Opis wlasciwosci

evaluation

field

Uwaga: Tylko wezet Auto Grupowanie. Okresla

zmienna, dla ktorej bedzie obliczana warto$¢

wazno$ci. Moze tez stuzy¢ do okreslania, na ile
a

dobrze grupa réznicuje wartos¢ tej zmienne;j,
tym samym, na ile dobrze model bedzie
przewidywat t¢ zmienna.

ranking_measure

Silhouette
Num_clusters
Size_smallest_cluster
Size_largest_cluster
Smallest_to_largest

Importance
ranking_dataset Training

Test
summary_limit integer Liczba modeli do uwzglednienia w raporcie.

Liczba catkowita od 1 do 100.

enable_silhouette_limit flag
silhouette_limit integer Liczba catkowita od 0 do 100.
enable_number_less_limit flag
number_less_limit number Liczba rzeczywista od 0,0 do 1,0.
enable_number_greater_limit flag
number_greater_limit number Liczba catkowita wigksza od 0.
enable_smallest_cluster_limit flag
smallest_cluster_units Percentage

Counts
smallest_cluster_limit_percentage number
smallest_cluster_limit_count integer Liczba calkowita wigksza od 0.
enable_largest_cluster_limit flag
largest_cluster_units Percentage

Counts
largest_cluster_limit_percentage number
largest_cluster_limit_count integer
enable_smallest_largest_limit flag
smallest_largest_limit number
enable_importance_limit flag
importance_limit_condition Greater_than

Less_than
importance_limit_greater_than number Liczba catkowita od 0 do 100.
importance_limit_less_than number Liczba catkowita od 0 do 100.
<algorithm> flag Wiacza lub wylacza stosowanie konkretnego

algorytmu.
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Tabela 115. Wtasciwosci wezta autoclusternode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla autoclusternode | Wartosci Opis wlasciwosci

<algorithm>.<property> string Ustawia warto$¢ wlasciwos$ci konkretnego
algorytmu. Wiecej informacji mozna znalez¢ w
temacie[“Ustawianie wlasciwosci algorytmu” nal

|str0nie 186|

Wiasciwosci wezta autonumericnode

Wezet Auto Predykcja estymuje i porownuje modele zwracajace wyniki w formie ciaglego przedziatu
ﬁ liczbowego, korzystajac z szeregu réznych metod. Wezet dziata tak samo, jak wezet Auto Klasyfikacja,
* umozliwiajac uzytkownikowi wybor uzywanych algorytmow oraz eksperymentowanie z wieloma
kombinacjami opcji w pojedynczym przebiegu modelowania. Obstugiwane algorytmy obejmuja sieci
neuronowe, drzewo C&R, CHAID, regresj¢ liniowa, uogdlniona regresje liniowa oraz algorytmy SVM.
Modele mozna poréwnywac na podstawie korelacji, bledu wzglednego lub liczby uzywanych zmiennych.

Przyktad

node = stream.create("autonumeric", "My node")
node.setPropertyValue("ranking _measure", "Correlation")
node.setPropertyValue("ranking dataset", "Training")
node.setPropertyValue("enable_correlation_Timit", True)
node.setPropertyValue("correlation _Timit", 0.8)
node.setPropertyValue("calculate variable_importance", True)
node.setPropertyValue("neuralnetwork", True)
node.setPropertyValue("chaid", False)

Tabela 116. Wiasciwosci wezta autonumericnode

Wiasciwosci wezla autonumericnode | Wartosci Opis wlasciwosci

custom_fields flag Warto$¢ True powoduje, ze zamiast ustawien
wezta Typ uzywane beda niestandardowe
ustawienia zmiennych.

target field Wezel Auto Predykcja wymaga jednej zmiennej
przewidywanej i co najmniej jednej zmiennej
wejsciowej. Mozna tez okresli¢ zmienne wagi i
czestosci. Wigeej informacji mozna znalez¢ w
temacie[“Wsp6lne whasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179]

inputs [fieldl ... field2]
partition field
use_frequency flag
frequency_field field
use_weight flag
weight_field field
use_partitioned_data flag Jesli zdefiniowana jest zmienna dzielaca na
podzbiory, do budowania modelu uzywane sa
wylacznie dane uczace.
ranking_measure Correlation
NumberOfFields
ranking_dataset Test
Training
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Tabela 116. Wtasciwosci wezta autonumericnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla autonumericnode | Wartosci Opis wlasciwosci

number_of_models integer Liczba modeli do uwzglednienia w modelu
uzytkowym. Liczba catkowita od 1 do 100.

calculate_variable_importance flag

enable_correlation_limit flag

correlation_limit integer

enable_number_of_fields_limit flag

number_of_fields_limit integer

enable_relative_error_limit flag

relative_error_limit integer

enable_model_build_time_limit flag

model_build_time_limit integer

enable_stop_after_time_limit flag

stop_after_time_limit integer

stop_if_valid_model flag

<algorithm> flag Wiacza lub wylacza stosowanie konkretnego
algorytmu.

<algorithm>.<property> string Ustawia warto$¢ wlasciwosci konkretnego
algorytmu. Wigcej informacji mozna znalez¢ w
temacie[“Ustawianie wlasciwosci algorytmu” nal
|stronie 186|

Wiasciwosci wezta bayesnetnode

o Wezel Sie¢ Bayesowska umozliwia utworzenie modelu prawdopodobienstwa przez potaczenie
- fn zaobserwowanych i zarejestrowanych dowodow z wiedza rzeczywista w celu ustanowienia
prawdopodobienstwa wystgpowania. Wezel koncentruje si¢ na sieciach Tree Augmented Naive Bayes
(TAN) i Markov Blanket, uzywanych gtéwnie podczas klasyfikacji.

Przyktad

node = stream.create("bayesnet", "My node")
node.setPropertyValue("continue_training_existing_model", True)
node.setPropertyValue("structure type", "MarkovBlanket")
node.setPropertyValue("use feature selection", True)

# Karta Zaawansowane

node.setPropertyValue("mode", "Expert")
node.setPropertyValue("all _probabilities", True)
node.setPropertyValue("independence", "Pearson")
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Tabela 117. Wiasciwosci wezta bayesnetnode

Wilasciwosci wezla bayesnetnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

inputs

[field] ... fieldN]

Modele sieci bayesowskiej uzywaja jednej
zmiennej przewidywanej i co najmniej jedne;j
zmiennej wejsciowej. Zmienne ciagle sa
automatycznie kategoryzowane. Wigcej
informacji mozna znalez¢ w temacie

“Wspodlne wlasciwosci weztdw modelowania”|

na stronie 179I

continue_training_existing_model flag
structure_type TAN Wybierz strukture, ktéra ma by¢ uzywana
MarkovBlanket przy budowaniu sieci bayesowskiej.
use_feature_selection flag
parameter_learning_method Likelihood Okresla metoda uzywana do szacowania tabel
Bayes prawdopodobienstwa warunkowego migdzy
weztami, gdy wartosci weztow nadrzednych
nie sa znane.
mode Expert
Simple
missing_values flag
all_probabilities flag
independence Likelihood Okres$la metodg ustalania, czy pary obserwacji
Pearson dwoch zmiennych sa od siebie niezalezne.
significance_level number Okresla warto$¢ odcigcia uzywana do
okreslania niezaleznosci.
maximal_conditioning_set number Okres$la maksymalna liczbg zmiennych

warunkujacych, ktéra ma by¢ uzywana do
testowania niezaleznosci.

inputs_always_selected

[field] ... fieldN]

Okresla zmienne ze zbioru danych, ktore maja
by¢ zawsze uzywane przy budowaniu sieci
bayesowskiej.

Uwaga: Zmienna przewidywana jest zawsze
wybrana.

maximum_number_inputs number Okresla maksymalna liczbg zmiennych
wejsciowych, ktore maja by¢ uzywane przy
budowaniu sieci bayesowskiej.
calculate_variable_importance flag
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation

Wiasciwosci wezta buildr

,R

Wezet budowy R umozliwia wprowadzenie niestandardowego
skryptu w jezyku R, ktdry bedzie przeprowadzal budowanie i
oceng modelu wdrozonego w programie IBM SPSS Modeler.
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Przyktad

node = stream.create("buildr", "My node")

node.setPropertyValue("score_syntax", """
result<-predict(modelerModel,newdata=modelerData)
modelerData<-cbind(modelerData,result)
varl<-c(fieldName="NaPrediction",fieldLabel="",fieldStorage="real",fieldMeasure="",
fieldFormat="",fieldRole="")
modelerDataModel<-data.frame(modelerDataModel,varl)""")

Tabela 118. Wiasciwosci wezta buildr.

Wiasciwosci wezla buildr Wartosci Opis wlasciwosci
build_syntax string Komendy skryptu R realizujace budowe modelu.
score_syntax string Komendy skryptu R realizujace oceng modelu.
convert_flags StringsAndDoubles Opcja przeksztatcania zmiennych typu flaga.
LogicalValues
convert_datetime flag Opcja przeksztatcania zmiennych o formacie
daty lub daty/czasu na formaty daty/czasu jezyka
R.
convert_datetime_class POSIXct Opcje okreslajace format docelowy, na ktory
POSIXIt przeksztatcane sa zmienne w formacie daty i
daty/czasu.
convert_missing flag Opcja przeksztatcania brakéw danych na

wartosci R NA.

output_html flag Opcja wyswietlania wykreséw na karcie w
modelu uzytkowym R.

output_text flag Opcja zapisywania wynikow tekstowych
kierowanych przez skrypt na konsolg na karcie
modelu uzytkowego R.

Wiasciwosci wezta c50node

Wezet C5.0 tworzy drzewo decyzyjne lub zestaw regut. Model dziata w oparciu o podziat proby na
C})F podstawie zmiennej oferujacej maksimum korzysci z informacji na kazdym z poziomow. Zmienna
3.0 przewidywana musi by¢ jakosciowa. Dozwolonych jest wiele podziatow na wigcej niz dwie podgrupy.

Przyktad

node = stream.create("c50", "My node")

# Karta "Model"
node.setPropertyValue("use_model name", False)
node.setPropertyValue("model_name", "C5 Drug")
node.setPropertyValue("use partitioned data", True)
node.setPropertyValue("output_type", "DecisionTree")
node.setPropertyValue("use_xval", True)
node.setPropertyValue("xval_num_folds", 3)
node.setPropertyValue("mode", "Expert")
node.setPropertyValue("favor", "Generality")
node.setPropertyValue("min_child records", 3)

# Karta "Koszty"

node.setPropertyValue("use_costs", True)
node.setPropertyValue("costs", [["drugA", "drugX", 2]])
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Tabela 119. Wtasciwosci wezta c50node

Wiasciwosci wezta c50node Wartosci Opis wlasciwosci
target field Modele ¢50 uzywaja jednej zmiennej
przewidywanej i co najmniej jednej zmiennej
wejsciowej. Mozna rowniez okresli¢ zmienna
wazaca. Wigcej informacji mozna znalezé w
temacie[“Wspolne wlasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179]
output_type DecisionTree
RuleSet
group_symbolics flag
use_boost flag
boost_num_trials number
use_xval flag
xval_num_folds number
mode Simple
Expert
favor Accuracy Preferowanie doktadnosci albo ogélnosci.
Generality
expected_noise number
min_child_records number
pruning_severity number
use_costs flag
costs structured Jest to wlasciwos¢ ustrukturyzowana.
use_winnowing flag
use_global_pruning flag Domyslnie wiaczona (True).
calculate_variable_importance flag
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation

Wiasciwosci wezta carmanode

o Model CARMA pozwala wyodrebni¢ zestaw regut na podstawie danych bez konieczno$ci okreslania

f. ﬁ’gﬁ zmiennych wejsciowych lub przewidywanych. Inaczej niz Apriori, wgzet CARMA oferuje ustawienia
tworzenia dla obstugi regut (pokrycie poprzednikow i nastepnikdw) zamiast pokrycia tylko poprzednikow.
Oznacza to, ze wygenerowane reguty moga by¢ uzywane w szerszym spektrum zastosowan — na
przyktad w celu znalezienia listy produktow lub ustug (poprzednikow), z ktorych wynikaé¢ bedzie decyzja
o promowaniu konkretnego produktu (nastgpnika) w tegorocznym sezonie $wiatecznym.

Przyktad

node = stream.create("carma", "My node")

# Karta "Zmienne"

node.setPropertyValue("custom_fields", True)
node.setPropertyValue("use_transactional _data", True)
node.setPropertyValue("inputs", ["BP", "Cholesterol", "Drug"])
node.setPropertyValue("partition", "Test")
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# Karta "Model"
node.setPropertyValue("use_model _name", False)
node.setPropertyValue("model_name", "age bp drug")
node.setPropertyValue("use_partitioned data", False)
node.setPropertyValue("min_supp", 10.0)
node.setPropertyValue("min_conf", 30.0)
node.setPropertyValue("max_size", 5)

# Opcje zaawansowane

node.setPropertyValue("mode", "Expert")
node.setPropertyValue("use pruning", True)
node.setPropertyValue("pruning_value", 300)
node.setPropertyValue("vary support", True)
node.setPropertyValue("estimated_transactions", 30)
node.setPropertyValue("rules without_antecedents", True)

Tabela 120. Wiasciwosci wezta carmanode

Wiasciwos$ci wezla carmanode WartoSci Opis wlasciwosci
inputs [fieldl ... fieldn] W modelach CARMA uzywana jest lista
zmiennych wej$ciowych, ale nie sa uzywane
zmienne przewidywane. Zmienne wagi i
czgstosci nie sa uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w temacie|“Wspolne whasciwoscil
[weztow modelowania” na stronie 179]
id_field field Zmienna identyfikacyjna uzywana przy
budowaniu modelu.
contiguous flag Stuzy do okreslania, czy identyfikatory w
zmiennej identyfikacyjnej sa ciagte.
use_transactional_data flag
content_field field
min_supp number(percent) Odnosi sig do pokrycia regul, a nie pokrycia
poprzednikdw. Domys$lng wartoscia jest 20%.
min_conf number(percent) Domyslna wartoscia jest 20%.
max_size number Domys$lna wartoscia jest 10.
mode Simple Domyslna warto$cia jest Simple.
Expert
exclude_multiple flag Wyklucza reguty z wieloma nastgpnikami.
Domyslna warto$cia jest Fatsz.
use_pruning flag Domyslna wartoscia jest Fatsz.
pruning_value number Domyslna wartoscia jest 500.
vary_support flag
estimated_transactions integer
rules_without_antecedents flag

Wiasciwosci wezta carthode

Wezet Klasyfikacja i regresja (K&R) generuje drzewo decyzyjne umozliwiajace predykcje lub

F)’ET klasyfikacje przysztych obserwacji. W metodzie tej stosowany jest rekursywny podziat rekordow na
segmenty przez minimalizacj¢ zanieczyszczen w kazdym kroku, przy czym wezet w drzewie jest uwazany
za ,,czysty”, jesli 100% obserwacji w wezle przypada na konkretna kategorig zmiennej przewidywane;.
Zmienne przewidywana i wejSciowa moga by¢ zakresami liczbowymi lub jakosciowymi (nominalnymi,
porzadkowymi lub flagami); wszystkie podziaty sa binarne (tylko dwie podgrupy).
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Przyktad

node = stream.createAt("cart", "My node", 200, 100)

# Karta "Zmienne"

node.setPropertyValue("custom _fields", True)
node.setPropertyValue("target", "Drug")

node.setPropertyValue("inputs", ["Age", "BP", "Cholesterol"])
# Karta "Opcje budowania", panel "cel"
node.setPropertyValue("model output_type", "InteractiveBuilder")

node.setPropertyValue("use_tree directives", True)

node.setPropertyValue("tree directives", """Grow Node Index 0 Children 1 2
Grow Node Index 2 Children 3 4""")

# Karta "Opcje budowania", panel "Podstawowe"
node.setPropertyValue("prune_tree", False)

node.setPropertyValue("use_std_err_rule", True)
node.setPropertyValue("std_err multiplier", 3.0)

node.setPropertyValue("max_surrogates", 7)

# Karta "Opcje budowania", panel "Reguty zatrzymujace"

node.setPropertyValue("use_percentage", True)

node.setPropertyValue("min_parent_records pc", 5)
node.setPropertyValue("min_child _records pc", 3)
# Karta "Opcje budowania", panel "Zaawansowane"

node.setPropertyValue("min_impurity", 0.0003)

node.setPropertyValue("impurity measure", "Twoing")

# Karta "Opcje modelu"

node.setPropertyValue("use model name", True)

node.setPropertyValue("model_name", "Cart Drug")

Tabela 121. Wiasciwosci wezta cartnode

Wiasciwosci wezla cartnode Wartosci Opis wlasciwosci
target field Modele C&R Tree uzywaja jednej zmienne;j
przewidywanej i co najmniej jednej zmiennej
wejsciowej. Mozna tez okresli¢ zmienna
czestosci. Wigeej informacji mozna znalez¢é w
temacie[“Wsp6lne whasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179]
continue_training_existing_model Sflag
objective Standard Wartos$¢ psm jest uzywana w przypadku bardzo
Boosting duzych zbiorow danych i wymaga potaczenia z
Bagging serwerem.
psm
model_output_type Single
InteractiveBuilder
use_tree_directives flag
tree_directives string Okresl dyrektywy rozrostu drzewa. Dyrektywy
mozna ujmowac w potrojne cudzystowy, aby
unikna¢ poprzedzania znakéw nowego wiersza
lub cudzystowoéw znakami zmiany znaczenia.
Uwaga: dyrektywy moga by¢ silnie wrazliwe na
drobne zmiany w danych lub opcjach
modelowania i moga nie nadawac si¢ do
stosowania z innymi zbiorami danych.
use_max_depth Default
Custom
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Tabela 121. Wtasciwosci wezta cartnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla cartnode Wartosci Opis wlasciwosci

max_depth integer Maksymalna gleboko$¢ drzewa, od 0 do 1000.
Uzywana tylko wtedy, gdy use_max_depth =
Custom.

prune_tree flag Przytnij drzewo, aby unikna¢ przeuczenia.

use_std_err flag Uzyj maksymalnej roznicy w ryzyku (w bledach
standardowych).

std_err_multiplier number Maksymalna roznica.

max_surrogates number Maksymalna liczba substytutow.

use_percentage flag

min_parent_records_pc number

min_child_records_pc number

min_parent_records_abs number

min_child_records_abs number

use_costs flag

costs structured Wiasciwos¢ ustrukturyzowana.

priors Data

Equal
Custom

custom_priors structured Wtasciwo$¢ ustrukturyzowana.

adjust_priors flag

trails number Liczba modeli zespolonych dla boostingu i/lub
agregacji bootstrapowe;.

set_ensemble_method Voting Domyslna reguta zespolenia dla przewidywanych

HighestProbability
HighestMeanProbability

zmiennych jakosciowych.

range_ensemble_method Mean Domyslna reguta zespolenia dla docelowych
Median wartosci ilosciowych.
large_boost flag Zastosuj wzmocnienie do bardzo duzych zbiorow
danych.
min_impurity number
impurity_measure Gini
Twoing
Ordered
train_pct number Zbiodr zabezpieczajacy przed przeuczeniem.
set_random_seed flag Opcja replikacji wynikow.
seed number
calculate_variable_importance flag
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation
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Wiasciwosci wezta chaidnode

Wezet CHAID generuje drzewa decyzyjne, korzystajac ze statystyk chi-kwadrat w celu identyfikacji
optymalnych podziatow. W odroznieniu od weztow drzewa C&R 1 weztdow QUEST, CHAID moze

generowac drzewa niebinarne, co oznacza, ze niektore podzialy maja wigcej niz dwie galezie. Zmienne
przewidywana i wejsciowa moga by¢ zakresami liczbowymi (ilosciowymi) lub jakosciowymi.
Wyczerpujacy CHAID stanowi modyfikacje CHAID umozliwiajaca doktadniejsze badanie wszystkich
mozliwych podziatow, lecz obliczenia w jego przypadku zajmuja wigcej czasu.

Przyktad

filenode = stream.createAt("variablefile", "My node", 100, 100)
filenode.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/DRUG1n")

node

= stream.createAt("chaid", "My node", 200, 100)

stream.1link(filenode, node)

node.
node.

node

node

node

node

setPropertyValue("custom fields", True)
setPropertyValue("target", "Drug")

.setPropertyValue("inputs", ["Age", "Na", "K", "Cholesterol", "BP"])
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("use_model_name", True)
setPropertyValue("model_name", "CHAID")
setPropertyValue("method", "Chaid")

setPropertyValue("model output_type", "InteractiveBuilder")

.setPropertyValue("use_tree_directives", True)
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("tree_directives", "Test")
setPropertyValue("split_alpha", 0.03)
setPropertyValue("merge_alpha", 0.04)
setPropertyValue("chi_square", "Pearson")

.setPropertyValue("use_percentage", False)
node.
node.
node.
node.
.setPropertyValue("split_merged categories", True)
node.

setPropertyValue("min_parent_records_abs", 40)
setPropertyValue("min_child_records_abs", 30)
setPropertyValue("epsilon", 0.003)
setPropertyValue("max_iterations", 75)

setPropertyValue("bonferroni_adjustment", True)

Tabela 122. Wiasciwosci wezta chaidnode

Wiasciwosci wezta chaidnode Wartosci Opis wlasciwosci

target

field Modele CHAID uzywaja jednej zmiennej
przewidywanej i co najmniej jednej zmiennej
wejsciowej. Mozna tez okresli¢ zmienna
czgstosci. Wigeej informacji mozna znalez¢é w
temacie[“Wspolne wlasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179|

continue_training_existing_model flag

objective Standard Wartos¢ psm jest uzywana w przypadku bardzo
Boosting duzych zbioréw danych i wymaga polaczenia z
Bagging serwerem.
psm

model_output_type Single
InteractiveBuilder

use_tree_directives flag

tree_directives string

method Chaid
ExhaustiveChaid
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Tabela 122. Wtasciwosci wezta chaidnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla chaidnode Wartosci Opis wlasciwosci
use_max_depth Default
Custom

max_depth integer Maksymalna glebokos¢ drzewa, od 0 do 1000.
Uzywana tylko wtedy, gdy use_max_depth =
Custom.

use_percentage flag

min_parent_records_pc number

min_child_records_pc number

min_parent_records_abs number

min_child_records_abs number

use_costs flag

costs structured Wtasciwo$¢ ustrukturyzowana.

trails number Liczba modeli zespolonych dla boostingu i/lub
agregacji bootstrapowe;.

set_ensemble_method Voting Domyslna reguta zespolenia dla przewidywanych

HighestProbability
HighestMeanProbability

zmiennych jakosciowych.

range_ensemble_method Mean Domyslna reguta zespolenia dla docelowych
Median wartosci ilosciowych.
large_boost flag Zastosuj wzmocnienie do bardzo duzych zbiorow
danych.
split_alpha number Poziom istotnosci dla podziatow.
merge_alpha number Poziom istotnosci dla taczenia.
bonferroni_adjustment flag Koryguj wartosci istotnosci metoda Bonferroni.
split_merged_categories flag Zezwalaj na ponowny podziat potaczonych
kategorii.
chi_square Pearson Metoda obliczania statystyki chi-kwadrat:
LR Pearsona albo iloraz wiarygodno$ci
epsilon number Minimalna zmiana oczekiwanych czgstosci
komorek.
max_iterations number Maksimum iteracji dla uzyskania zbieznosci.
set_random_seed integer
seed number
calculate_variable_importance flag
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation
maximum_number_of_models integer
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Wtasciwosci wezla coxregnode

Wezet regresji Coxa umozliwia utworzenie modelu przezycia dla danych okreslajacych czasy do
wystapienia zdarzen i zawierajacych ocenzurowane rekordy. Model generuje funkcje przezycia
przewidujaca prawdopodobienstwo, ze zdarzenie bedace przedmiotem zainteresowania wystapito w
okreslonym czasie (7) dla danych wartosci zmiennych wejsciowych.

oK

Przyktad

node = stream.create("coxreg", "My node")
node.setPropertyValue("survival_time", "tenure")
node.setPropertyValue("method", "BackwardsStepwise")

# Karta Zaawansowane

node.setPropertyValue("mode", "Expert")
node.setPropertyValue("removal criterion", "Conditional")
node.setPropertyValue("survival", True)

Tabela 123. Wtasciwosci wezta coxregnode

Wilasciwosci wezla coxregnode Wartosci Opis wlasciwosci

survival_time field Modele regresji Coxa wymagaja jedne;j
zmiennej zawierajacej czasy przezycia.

target field Modele regresji Coxa wymagaja jednej
zmiennej przewidywanej i co najmniej jednej
zmiennej wejsciowej. Wigcej informacji
mozna znalez¢é w temacie |“Wsp(’)lne|
whasciwosci weztdéw modelowania” na stronie]
179

method Enter
Stepwise
BackwardsStepwise

groups Sfield

model_type MainEffects
Custom

custom_terms ["BP*Sex" "BP*Age"

mode Expert
Simple

max_iterations number

p_converge 1.0E-4
1.0E-5
1.0E-6
1.0E-7
1.0E-8
0

p_converge 1.0E-4
1.0E-5
1.0E-6
1.0E-7
1.0E-8
0
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Tabela 123. Wtasciwosci wezta coxregnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla coxregnode Wartosci Opis wlasciwosci
|_converge 1.0E-1
1.0E-2
1.0E-3
1.0E-4
1.0E-5
0
removal_criterion LR
Wald
Conditional
probability_entry number
probability_removal number
output_display EachStep
LastStep
ci_enable flag
ci_value 90
95
99
Korelacje flag
display_baseline flag
survival flag
hazard Slag
log_minus_log flag
one_minus_survival flag
separate_line field
value number lub string Jesli nie zostanie okreslona wartos¢ dla
zmiennej, to bedzie dla niej obowiazywac
domyslna opcja "Mean".

Wiasciwosci wezta decisionlistnode

Przyktad

Wezet Lista decyzyjna identyfikuje podgrupy lub segmenty wskazujace wyzsze lub nizsze
prawdopodobienstwo danego wyniku binarnego wzgledem catej populacji. Mozna na przyktad wyszukac
klientow, ktorych prawdopodobienstwo odejscia jest niewielkie, lub ktérzy z duzym
prawdopodobienstwem pozytywnie zareaguja na kampanig. Istnieje mozliwo$¢ zastosowania posiadanej
wiedzy biznesowej w modelu przez dodanie wlasnych, niestandardowych segmentow i przejrzenie modeli
alternatywnych jeden obok drugiego w celu poréwnania wynikow. Modele Lista decyzyjna sktadaja sig z
list regut, w ktorych kazda reguta ma warunek i wynik. Reguty sa stosowane w kolejnosci wprowadzania,

a pierwsza reguta spetniona okresla wynik.

node = stream.create("decisionlist", "My node")

node.setPropertyValue("search direction", "Down")

node.setPropertyValue("target _value", 1)
node.setPropertyValue("max_rules", 4)
node.setPropertyValue("min_group_size pct", 15)
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Tabela 124. Wiasciwosci wezta decisionlistnode

Wiasciwosci wezla decisionlisthode

Wartosci

Opis wlasciwosci

target

field

Modele Lista decyzyjna uzywaja jednej zmiennej
przewidywanej i co najmniej jednej zmiennej
wejsciowej. Mozna tez okresli¢ zmienna
czestosci. Wigceej informacji mozna znalez¢ w
temacie[“Wspdlne wlasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179]

model_output_type

Model

InteractiveBuilder

search_direction Up Dotyczy wyszukiwania segmentow; wartos¢ Up
Down odpowiada wysokiemu prawdopodobienstwu, a
warto$¢ Down odpowiada niskiemu
prawdopodobienstwu.
target_value string Jesli warto$¢ nie zostanie okre$lona, to dla flag
przyjmowana bedzie wartosc true.
max_rules integer Maksymalna liczba segmentow, bez reszty.
min_group_size integer Minimalna wielko$¢ segmentu.
min_group_size_pct number Minimalna wielko$¢ segmentu (jako procent).
confidence_level number Minimalny wzrost prawdopodobienstwa
odpowiedzi, przy ktérym warto uzupehié
definicjg segmentu.
max_segments_per_rule integer
mode Simple
Expert
bin_method EqualWidth
EqualCount
bin_count number
max_models_per_cycle integer Szeroko$¢ przeszukiwania list.
max_rules_per_cycle integer Szeroko$¢ przeszukiwania regut segmentacji.
segment_growth number
include_missing flag
final_results_only flag
reuse_fields flag Dopuszcza ponowne uzycie atrybutow
(zmiennych wejsciowych wystepujacych w
regutach).
max_alternatives integer
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation
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Wiasciwosci wezta discriminantnode

g Analiza dyskryminacyjna opiera si¢ na $cislejszych zatozeniach niz regresja logistyczna, lecz moze
f. E stanowi¢ warto$ciowa alternatywe lub uzupetienie analizy metoda regresji logistycznej w przypadku
spetnienia tych zatozen.

Przyktad

node = stream.create("discriminant", "My node")
node.setPropertyValue("target", "custcat")

node.setPropertyValue("use_partitioned data", False)

node.setPropertyValue("method", "Stepwise")

Tabela 125. Wiasciwosci wezta discriminantnode

ComputeFromSizes

Wiasciwosci wezla discriminantnode | Wartosci Opis wlasciwosci
target field Modele Analiza dyskryminacyjna wymagaja
jednej zmiennej przewidywanej i co najmniej
jednej zmiennej wejsciowej. Zmienne wagi i
czgstosci nie sa uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w temacie|“Wspolne whasciwoscil
[weztéw modelowania” na stronie 179]
method Enter
Stepwise
mode Simple
Expert
prior_probabilities AllEqual

covariance_matrix

WithinGroups

SeparateGroups
means flag Opcje statystyk w oknie dialogowym
zaawansowanych opcji wynikow.
univariate_anovas flag
box_m flag
within_group_covariance flag
within_groups_correlation flag
separate_groups_covariance flag
total_covariance flag
fishers flag
unstandardized flag
casewise_results flag Opcje klasyfikacji w oknie dialogowym
zaawansowanych opcji wynikow.
limit_to_first number Warto$¢ domyslna to 10.
summary_table flag
leave_one_classification flag
combined_groups flag
separate_groups_covariance flag Opcja macierzy Kowariancja odrebnych grup.
territorial_map flag
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Tabela 125. Wtasciwosci wezta discriminantnode (kontynuacja)

UnexplainedVariance
MahalanobisDistance

Wiasciwosci wezla discriminantnode | Wartosci Opis wlasciwosci
combined_groups flag Opcja wykresu Polaczone grupy.
separate_groups flag Opcja wykresu Osobne grupy.
summary_of_steps flag

F_pairwise flag

stepwise_method WilksLambda

SmallestF

RaosV
V_to_enter number
criteria UseValue

UseProbability

F_value_entry number Warto$¢ domyslna to 3,84.
F_value_removal number Wartos¢ domyslna to 2,71.
probability_entry number Wartos¢ domyslna to 0,05.
probability_removal number Wartos$¢ domyslna to 0,10.
calculate_variable_importance flag
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation

Wiasciwosci wezta extensionmodelnode

3%

Python for Spark — przyktad
#### przyktad skryptu w jezyku Python for Spark

import modeler.api
stream = modeler.script.stream()

Z weztem wynikowym Extension mozna uruchomi¢ skrypty R
lub Python for Spark w celu utworzenia i oceny wynikow.

node = stream.create("extension_build", "extension_build")
node.setPropertyValue("syntax_type", "Python")

build_script =
import json
import spss.pyspark.runtime

from pyspark.mllib.regression import LabeledPoint

from pyspark.ml1ib.linalg import DenseVector
from pyspark.mllib.tree import DecisionTree

cxt = spss.pyspark.runtime.getContext()

df = cxt.getSparkInputData()
schema = df.dtypes[:]
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target = "Drug"

predictors = ["Age","BP","Sex","Cholesterol","Na","K"]

def metaMap(row,schema):
col =0
meta = []
for (cname, ctype) in schema:
if ctype == 'string':
meta.append(set([row[col]]))
else:
meta.append((row[col],row[col]))
col +=1
return meta

def metaReduce(metal,meta2,schema):
col =0
meta = []
for (cname, ctype) in schema:
if ctype == 'string':

meta.append(metal[col].union(meta2[col]))

else:

meta.append((min(metal[col][0],meta2[col][0]),max(metal[col][1],meta2[co1][1])))

col +=1
return meta

metadata = df.rdd.map(lambda row: metaMap(row,schema)).reduce(lambda x,y:metaReduce(x,y,schema))

def setToList(v):
if isinstance(v,set):
return Tist(v)
return v

metadata = map(lambda x: setTolList(x), metadata)
print metadata

Tookup = {}
for i in range(0,len(schema)):
Tookup[schema[i][0]] = i

def row2LabeledPoint(dm,lookup,target,predictors,row):

target_index = lookup[target]

tval = dm[target_index].index(row[target index])

pvals = []
for predictor in predictors:
predictor_index = lookup[predictor]
if isinstance(dm[predictor_index],Tist):

pval = dm[predictor_index].index(row[predictor_index])

else:
pval = row[predictor_index]
pvals.append(pval)
return LabeledPoint(tval,DenseVector(pvals))

# Ticzba klas docelowych

predictorClassCount = Ten(metadata[lookup[target]])

# definicja funkcji do wyodrebniania informacji o predyktorach jakoSciowych z modelu danych

def getCategoricalFeatureInfo(dm,lookup,predictors):

info = {}
for i in range(0,len(predictors)):
predictor = predictors[i]
predictor_index = lookup[predictor]
if isinstance(dm[predictor_index],list):
info[i] = Ten(dm[predictor_index])
return info

# konwersja Dataframe do RDD z LabeledPoint
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1ps = df.rdd.map(Tambda row: row2LabeledPoint(metadata,lookup,target,predictors,row))

treeModel = DecisionTree.trainClassifier(
Tps,
numClasses=predictorClassCount,
categoricalFeaturesInfo=getCategoricalFeatureInfo(metadata, lookup, predictors),
impurity="'gini',
maxDepth=5,
maxBins=100)

_outputPath = cxt.createTemporaryFolder()

treeModel.save(cxt.getSparkContext(), _outputPath)

cxt.setModelContentFromPath("TreeModel", _outputPath)

cxt.setModelContentFromString("model.dm",json.dumps (metadata), mimeType="application/json")\
.setModelContentFromString("model.structure",treeModel.toDebugString())

node.setPropertyValue("python_build_syntax", build_script)

Przykiad w jezyku R
#### przyktad skryptu w jezyku R

node.setPropertyValue("syntax_type", "R")
node.setPropertyValue("r_build_syntax", """modelerModel <- Tm(modelerData$Na~modelerData$K,modelerData)

modelerDataModel
modelerModel

nn ||)

Tabela 126. Wiasciwosci wezta extensionmodelnode

Wiasciwosci wezla

LogicalValues

extensionmodelnode Wartosci Opis wlasciwosci
syntax_type R Okresla, ktory skrypt ma by¢ wykonany — R lub
Python Python (domyslnie R).

r_build_syntax string Komendy skryptu R do budowy modelu.

r_score_syntax string Komendy skryptu R realizujace oceng modelu.

python_build_syntax string Komendy skryptu Python realizujace oceng
modelu.

python_score_syntax String Komendy skryptu Python realizujace oceng
modelu.

convert_flags StringsAndDoubTes Opcja przeksztatcania zmiennych typu flaga.

convert_missing

Slag

Opcja przeksztatcania brakéw danych na
warto$ci R NA.

convert_datetime flag Opcja przeksztatcania zmiennych o formacie
daty lub daty/czasu na formaty daty/czasu jezyka
R.

convert_datetime_class POSIXct Opcje okreslajace format docelowy, na ktory

POSIXIt przeksztatcane sa zmienne w formacie daty i

daty/czasu.

output_html flag Opcja wyswietlania wykreséw na karcie w
modelu uzytkowym R.

output_text flag Opcja zapisywania wynikow tekstowych

kierowanych przez skrypt na konsolg na karcie
modelu uzytkowego R.
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Wiasciwosci wezta factornode

. Wezet Redukcja wymiaréw udostgpnia wydajne techniki redukcji danych pozwalajace obnizy¢ stopien
;}; ztozonosci danych. Analiza gtéwnych sktadowych (ang. Principal Components Analysis, PCA) znajduje

kombinacje liniowe zmiennych wejsciowych, ktore umozliwiaja przechwytywanie wariancji w calym

zestawie zmiennych, pod warunkiem ze sktadowe sa zlokalizowane ortogonalnie (prostopadle) do siebie.
Analiza czynnikowa probuje zidentyfikowa¢ wspotczynniki objasniajace wzory korelacji wystgpujace w
ramach zbiorow obserwowanych zmiennych. W przypadku obu podejs¢ celem jest znalezienie niewielkiej
liczby zmiennych wyliczanych w efektywny sposéb podsumowujacej informacje w oryginalnym zestawie

zmiennych.

Przyktad

node = stream.create("factor", "My node")

# Karta "Zmienne"
node.setPropertyValue("custom fields", True)
node.setPropertyValue("inputs", ["BP", "Na", "K"])
node.setPropertyValue("partition", "Test")

# Karta "Model"
node.setPropertyValue("use_model name", True)
node.setPropertyValue("model_name", "Factor Age")
node.setPropertyValue("use partitioned data", False)
node.setPropertyValue("method", "GLS")

# Karta Zaawansowane

node.setPropertyValue("mode", "Expert")
node.setPropertyValue("complete records", True)
node.setPropertyValue("matrix", "Covariance")
node.setPropertyValue("max_iterations", 30)
node.setPropertyValue("extract_factors", "ByFactors")
node.setPropertyValue("min_eigenvalue", 3.0)
node.setPropertyValue("max_factor", 7)
node.setPropertyValue("sort_values", True)
node.setPropertyValue("hide values", True)
node.setPropertyValue("hide_below", 0.7)

# "Natozenie" — sekcja
node.setPropertyValue("rotation", "DirectOblimin")
node.setPropertyValue("delta", 0.3)
node.setPropertyValue("kappa", 7.0)

Tabela 127. Witasciwosci wezta factornode

Wiasciwosci wezla factornode Wartosci Opis wlasciwosci
inputs [fieldl ... fieldN] W modelach Redukcja wymiaréw uzywana jest
lista zmiennych wejsciowych, ale nie sa uzywane
zmienne przewidywane. Zmienne wagi i
czestosci nie sa uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w temacie|“Wspolne wiasciwoscil
[weztéw modelowania” na stronie 179]
method PC
ULS
GLS
ML
PAF
Alfa
Image
mode Simple
Expert
max_iterations number
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Tabela 127. Wtasciwosci wezta factornode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla factornode Wartosci Opis wlasciwosci
complete_records flag
matrix Correlation
Covariance
extract_factors ByEigenvalues
ByFactors
min_eigenvalue number
max_factor number
rotation None
Varimax
DirectOblimin
Equamax
Quartimax
Promax
delta number W przypadku wybrania typu DirectOblimin jako
typu danych, mozna okresli¢ wartos¢ delta.
Jesli warto$¢ nie zostanie okreslona, przyjeta
zostanie domy$lna wartos¢ delta.
kappa number W przypadku wybrania typu Promax jako typu
danych, mozna okresli¢ wartos¢ kappa.
Jesli warto$¢ nie zostanie okreslona, przyjeta
zostanie domyslna warto$¢ kappa.
sort_values flag
hide_values flag
hide_below number

Wiasciwosci wezta featureselectionnode

Wezet Dobor predyktorow przeglada zmienne wejSciowe do usunigcia w oparciu o zbidr kryteriow (takich

1 EE jak procent brakéw danych); nastgpnie nadaje range istotnosci pozostatych danych wejsciowych
wzgledem okreslonej zmiennej przewidywanej. Na przyktad, jesli mamy zbior danych z setkami
potencjalnych danych wejsciowych, to ktore z nich z duzym prawdopodobienstwem okaza si¢ uzyteczne
w modelowaniu wynikow leczenia pacjenta?

Przyktad
node = stream.create("featureselection", "My node")
node.setPropertyValue("screen_single_category", True)

node.
node.
node.
node.

node

setPropertyValue("max_single_category", 95)
setPropertyValue("screen missing values", True)
setPropertyValue("max_missing values", 80)
setPropertyValue("criteria", "Likelihood")

.setPropertyValue("unimportant_below", 0.8)
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("important_above", 0.9)
setPropertyValue("important label", "Check Me Out!")
setPropertyValue("selection_mode", "TopN")
setPropertyValue("top n", 15)

Aby zapoznac si¢ z szczegdtowym przyktadem, ktory tworzy model wyboru predyktora, patrz[Przyktad skryptu|

kamodzielnego: generowanie modelu wyboru predyktora” na stronie 5}
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Tabela 128. Wiasciwosci wezta featureselectionnode

Wiasciwosci wezla featureselectionnode | Wartosci Opis wlasciwosci
target field Modele Wybor predyktora okreslaja rangi
predyktorow wzgledem okreslonej zmiennej
przewidywanej. Zmienne wagi i czgstosci nie
sa uzywane. Wigcej informacji mozna znalez¢
w temacie [‘Wspélne wlasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179]
screen_single_category flag Warto$¢ True powoduje, ze monitorowane sa
zmienne ze zbyt duza liczba rekordow
nalezacych do tej samej kategorii w
odniesieniu do tacznej liczby rekordow.
max_single_category number Okresla prog uzywany, gdy
screen_single_category ma wartos¢ True.
screen_missing_values flag Warto$¢ True powoduje, ze monitorowane sa
zmienne ze zbyt duza liczba brakéw danych,
wyrazona jako procent tacznej liczby
rekordow.
max_missing_values number
screen_num_categories flag Warto$¢ True powoduje, ze monitorowane sa
zmienne ze zbyt duza liczba kategorii w
odniesieniu do tacznej liczby rekordow.
max_num_categories number
screen_std_dev flag Wartos¢ True powoduje, ze monitorowane sa
zmienne z odchyleniem standardowym nie
wigkszym od okres$lonego minimum.
min_std_dev number
screen_coeff_of_var flag Wartos¢ True powoduje, ze monitorowane sa
zmienne ze wspotczynnikiem zmiennosci nie
wigkszym od okreslonego minimum.
min_coeff_of_var number
criteria Pearson Przy okreslaniu rankingu predyktorow
Likelihood jakosciowych wzgledem przewidywane;j
CramersV zmiennej jakosciowej okresla pomiar bedacy
Lambda podstawa do wyznaczania waznosci.
unimportant_below number Okresla progowe wartosci p uzywane do
nadawania zmiennym rangi waznych,
brzegowych i niewaznych. Przyjmuje wartosci
z zakresu od 0,0 do 1,0.
important_above number Przyjmuje wartos$ci z zakresu od 0,0 do 1,0.
unimportant_label string Okresla etykiete rangi "niewazne".
marginal_label string
important_label string
selection_mode ImportancelLevel

ImportanceValue
TopN

select_important

Slag

Gdy selection_mode ma wartos¢
ImportancelLevel, okresla, czy wybieraé
zmienne wazne
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Tabela 128. Wtasciwosci wezta featureselectionnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla featureselectionnode | Wartosci

Opis wlasciwosci

select_marginal

Slag

Gdy selection_mode ma wartos¢
Importancelevel, okresla, czy wybieraé
zmienne brzegowe.

select_unimportant

Slag

Gdy selection_mode ma wartos¢
ImportanceLevel, okresla, czy wybieraé
zmienne niewazne.

importance_value

number

Gdy selection_mode ma wartos¢
ImportanceValue, okresla wartos¢ odciecia,
ktéra ma by¢ uzywana. Przyjmuje wartosci z
zakresu od 0 do 100.

top_n

integer

Gdy selection_mode ma wartos¢ TopN,
okresla warto$¢ odcigcia, ktora ma by¢

uzywana. Przyjmuje wartosci z zakresu od 0
do 1000.

Wiasciwosci wezta genlinnode

Procedura ogolnych modeli liniowych rozszerza ogolny model liniowy w taki sposdb, ze zmienna zalezna

! % } jest liniowo powiazana z czynnikami i wspolzmiennymi za posrednictwem okreslonej funkcji faczenia.
| Model pozwala ponadto, aby zmienna zalezna nie miata rozkladu normalnego. Obejmuje ona
funkcjonalno$¢ duzej liczby modeli statystycznych, m.in. regresji liniowej, regresji logistycznej, modeli

logarytmiczno-liniowych dla danych o liczebnosci.

Przyktad

node = stream.create("genlin", "My node")
node.setPropertyValue("model_type", "MainAndA11TwoWayEffects")
node.setPropertyValue("offset type", "Variable")
node.setPropertyValue("offset field", "Claimant")

Tabela 129. Wtasciwosci wezta genlinnode

MainAndAlITwoWayEffects

Wilasciwosci wezla genlinnode Wartosci Opis wlasciwosci

target field Uogolnione modele liniowe wymagaja jednej
zmiennej przewidywanej, ktora musi by¢
zmienna nominalna lub flaga, i co najmniej
jednej zmiennej wejsciowej. Mozna rowniez
okresli¢ zmienna wazaca. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w temacie[“Wsp6lne whasciwosci|
[weztéw modelowania” na stronie 179]

use_weight flag

weight_field field Dopuszczalne sa tylko zmienne typu ciaglego.

target_represents_trials flag

trials_type Variable

FixedValue

trials_field field Dopuszczalne sa zmienne typu ciagtego, flagi
lub porzadkowe.

trials_number number Wartos¢ domyslna to 10.

model_type MainEffects
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Tabela 129. Wtasciwosci wezta genlinnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla genlinnode Wartosci Opis wlasciwosci
offset_type Variable
FixedValue
offset_field field Dopuszczalne sa tylko zmienne typu ciaglego.
offset_value number Musi by¢ liczba rzeczywista.
base_category Last
First
include_intercept Slag
mode Simple
Expert
distribution BINOMIAL IGAUSS: odwrdcony Gaussa.
GAMMA NEGBIN: ujemny dwumianowy.
IGAUSS
NEGBIN
NORMAL
POISSON
TWEEDIE
MULTINOMIAL
negbin_para_type Specify
Estimate
negbin_parameter number Wartos¢ domyslna to 1. Warto$¢ musi by¢
nieujemna liczba rzeczywista.
tweedie_parameter number
link_function IDENTITY CLOGLOG: komplementarny log-log.
CLOGLOG LOGC: log-komplementarny.
LOG NEGBIN: ujemny dwumianowy.
LOGC NLOGLOG: ujemny log-log.
LOGIT CUMCAUCHIT: Cauchit skumulowane.
NEGBIN CUMCLOGLOG: skumulowany
NLOGLOG komplementarny log-log
ODDSPOWER CUMLOGIT: skumulowany logit.
PROBIT CUMNLOGLOG: skumulowany ujemny
POWER log-log.
CUMCAUCHIT CUMPROBIT: skumulowany probit.
CUMCLOGLOG
CUMLOGIT
CUMNLOGLOG
CUMPROBIT
power number Wartos¢ musi by¢ niezerowa liczba rzeczywista.
method Hybrid
Fisher
NewtonRaphson
max_fisher_iterations number Wartos¢ domyslna to 1; dozwolone sa tylko

dodatnie liczby catkowite.

scale_method

MaxLikelihoodEstimate

Deviance

PearsonChiSquare

FixedValue

scale_value

number

Wartos¢ domyslna to 1; warto$¢ musi by¢
wigksza od 0.
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Tabela 129. Wtasciwosci wezta genlinnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla genlinnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

covariance_matrix

ModelEstimator
RobustEstimator

max_iterations number Warto$¢ domyslna to 100; dopuszczalne sa tylko
nieujemne liczby catkowite.
max_step_halving number Wartos¢ domyslna to 5; dopuszczalne sa tylko
dodatnie liczby catkowite.
check_separation flag
start_iteration number Wartos¢ domyslna to 20; dozwolone sa tylko
dodatnie liczby catkowite.
estimates_change flag
estimates_change_min number Warto$¢ domyslna to 1E-006; dozwolone sa
tylko dodatnie liczby calkowite.
estimates_change_type Absolute
Relative
loglikelihood_change flag
loglikelihood_change_min number Dopuszczalne sa tylko dodatnie liczby
catkowite.
loglikelihood_change_type Absolute
Relative
hessian_convergence flag
hessian_convergence_min number Dopuszczalne sa tylko dodatnie liczby
catkowite.
hessian_convergence_type Absolute
Relative
case_summary flag
contrast_matrices flag
descriptive_statistics flag
estimable_functions flag
model_info flag
iteration_history flag
goodness_of_fit flag
print_interval number Warto$¢ domyslna to 1; warto$¢ musi by¢
dodatnia liczba catkowita.
model_summary flag
lagrange_multiplier flag
parameter_estimates flag
include_exponential flag
covariance_estimates flag
correlation_estimates flag
analysis_type Typel
Typelll
TypelAndTypelll
statistics Wald
LR
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Tabela 129. Wtasciwosci wezta genlinnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla genlinnode Wartosci Opis wlasciwosci
citype Wald
Profile
tolerancelevel number Wartos¢ domyslna to 0,0001.
confidence_interval number Wartos¢ domyslna to 95.
loglikelihood_function Petne
Kernel
singularity_tolerance 1E-007
1E-008
1E-009
1E-010
1E-011
1E-012
value_order Ascending
Descending
DataOrder
calculate_variable_importance flag
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation

Wiasciwosci wezta gimmnode

o Uogolniony liniowy model mieszany (GLMM) stanowi rozszerzenie modelu liniowego, w taki sposob, ze
{ Lﬁ / przewidywany model moze nie mie¢ standardowego roztozenia w sposdb umozliwiajacy liniowe

powiazanie z czynnikami i wspdlzmiennymi za posrednictwem okreslonej funkcji taczenia, a takze
skorelowanie obserwacji. Uogdlnione liniowe modele mieszane obejmuja szeroki wachlarz modeli,
poczawszy od prostych modeli regresji liniowej, az po ztozone wielopoziomowe modele dla danych z

obserwacji dlugofalowych nieposiadajacych rozktadu normalnego.

Tabela 130. Wtasciwosci wezta glmmnode

powtoérzonych.

Wilasciwosci wezla gimmnode Wartosci Opis wlasciwosci

residual_subject_spec structured Kombinacja wartosci okreslonych zmiennych
jakosciowych, ktora jednoznacznie definiuje
podmioty w zbiorze danych.

repeated_measures structured Zmienne uzywane do identyfikacji obserwacji

residual_group_spec

[field] ... fieldN]

Zmienne definiujace parametry kowariancji
niezaleznych zbioréw powtorzonych efektow.

residual_covariance_type

Diagonal

AR1

ARMA11
COMPOUND_SYMMETRY
IDENTITY

TOEPLITZ
UNSTRUCTURED
VARIANCE_COMPONENTS

Okresla strukturg kowariancji dla reszt.

Rozdziat 13. Wlasciwosci weztdéw modelowania

211




Tabela 130. Wtasciwosci wezta glmmnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla gimmnode Wartosci Opis wlasciwosci

custom_target flag Okresla, czy ma by¢ uzywana zmienna
przewidywana zdefiniowana we wczesniejszym
wezle (false), czy niestandardowa zmienna
przewidywana okreslona przez wtasciwos¢
target_field (true).

target_field field Zmienna docelowa, gdy custom_target ma
warto$¢ true.

use_trials flag Okresla, czy gdy odpowiedz przewidywana jest
liczba zdarzen wystegpujacych w zbiorze prob, ma
by¢ uzywana dodatkowa zmienna lub wartos$¢
okreslajaca liczbg prob. Domyslna wartoscia jest

false.
use_field_or_value Field Okresla, czy do okre$lania liczby préb uzywana
Value jest zmienna (domyslnie), czy wartosc.
trials_field field Zmienna okre$lajaca liczbg prob.
trials_value integer Wartos¢ okreslajaca liczbe prob. Jesli warto$¢

jest okreslona, to minimum wynosi 1.

use_custom_target_reference flag Okresla, czy dla jako$ciowej zmienne;j
przewidywanej ma by¢ uzywana niestandardowa
kategoria odwotania. Domyslna wartoscia jest

false.
target_reference_value string Kategoria odwotania, ktora ma by¢ uzywana, gdy
use_custom_target_reference ma wartos¢
true.
dist_link_combination Nominal Wspolne modele rozktadu wartoéci zmiennej
Logit przewidywanej. Wybierz Uzytkownika, aby
Gammalog okresli¢ rozktad z listy przekazanej we
BinomialLogit whasciwosci target_distribution.
PoissonLog
BinomialProbit
NegbinLog
BinomialLogC
Custom
target_distribution Normal Rozktad warto$ci zmiennej przewidywanej, gdy
Binomial dist_link_combination ma wartos¢ Custom.
Multinomial
Gamma
Inverse
NegativeBinomial
Poisson
link_function_type Identity Funkcja taczenia, ktora kojarzy wartosci
LogC zmiennych przewidywanych z predyktorami.
Log Jesli target_distribution
CLOGLOG dla rozktadu Binomial mozna uzy¢ dowolnej
Logit z wymienionych funkcji taczenia.
NLOGLOG Jesli target_distribution
PROBIT Multinomial, mozna uzy¢ funkcji
POWER CLOGLOG, CAUCHIT, LOGIT,
CAUCHIT NLOGLOG lub PROBIT.

Jesli target_distribution

ma warto$¢ inna niz Binomial lub
Multinomial, mozna uzy¢ funkcji
IDENTITY, LOG Iub POWER.
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Tabela 130. Wtasciwosci wezta glmmnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla gimmnode Wartosci Opis wlasciwosci
link_function_param number Warto$¢ parametru funkcji taczenia. Ma
zastosowanie tylko wtedy, gdy
normal_link_function lub link_function_type
ma wartos¢ POWER.
use_predefined_inputs flag Okresla, czy zmiennymi efektow statych maja
by¢ zmienne zdefiniowane we wczesniejszych
weztach jako zmienne wejsciowe (true), czy
zmienne z listy fixed_effects_list (false).
Domyslng wartoscia jest false.
fixed_effects_list structured Jesli use_predefined_inputs ma warto$¢ false,
okresla zmienne wejsciowe, ktore maja by¢
uzywane jako zmienne efektow statych.
use_intercept flag Wartos¢ true (domyslna) powoduje, ze w modelu
jest uwzgledniany wyraz wolny.
random_effects_list structured Lista zmiennych, ktore maja by¢ okreslone jako
efekty losowe.
regression_weight _field field Zmienna, ktora ma by¢ uzywana jako zmienna
wagi analizy.
use_offset None Wskazuje sposdb okreslenia przesuniecia.
offset_value Wartos¢ None oznacza, Ze nie jest uzywane
offset_field przesunigcie.
offset_value number Wartos$¢ przesuniecia, gdy use_offset ma
warto$¢ offset_value.
offset_field field Zmienna uzywana jako warto$¢ przesunigcia, gdy
use_offset ma wartos¢ offset_field.
target_category_order Ascending Porzadek sortowania jakosciowych zmiennych
Descending przewidywanych. Warto$¢ Data nakazuje
Data zastosowanie porzadku sortowania
wystgpujacego w danych. Warto$¢ domyslna to
Ascending (rosnaco).
inputs_category_order Ascending Porzadek sortowania predyktorow jakosciowych.
Descending Wartos¢ Data nakazuje zastosowanie porzadku
Data sortowania wystepujacego w danych. Warto$¢
domyslna to Ascending (rosnaco).
max_iterations integer Maksymalna liczba iteracji, jaka wykona
algorytm. Nieujemna liczba catkowita; wartos¢
domyslna wynosi 100.
confidence_level integer Poziom ufnosci uzywany do obliczania
oszacowan przedzialdw wspotczynnikow
modelu. Nieujemna liczba catkowita; maksimum
wynosi 100; warto$¢ domys$lna wynosi 95.
degrees_of_freedom_method Fixed Okresla sposob obliczania stopni swobody dla
Varied testow istotnosci.
test_fixed_effects_coeffecients Model Metoda obliczania macierzy kowariancji
Robust oszacowan parametrow.
use_p_converge flag Opcja zbieznosci parametru.
p_converge number Wartos¢ pusta lub dowolna dodatnia.
p_converge_type Absolute
Relative
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Tabela 130. Wtasciwosci wezta glmmnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla gimmnode Wartosci Opis wlasciwosci
use_|_converge flag Opcja zbieznosci dla logarytmu wiarygodnosci.
|_converge number Wartos¢ pusta lub dowolna dodatnia.
|_converge_type Absolute
Relative
use_h_converge flag Opcja zbieznosci Hessego.
h_converge number Wartos¢ pusta lub dowolna dodatnia.
h_converge_type Absolute
Relative
max_fisher_steps integer
singularity_tolerance number
use_model_name flag Wskazuje, czy ma by¢ okreslana niestandardowa
nazwa modelu (true), czy uzywana nazwa
wygenerowana przez system (false). Domys$lna
wartoscia jest false.
model_name string Jesli use_model_name ma wartos¢ true,
okresla nazwe modelu.
confidence onProbability Podstawa obliczania wspoétczynnika ufnosci
onincrease oceny: najwyzsze przewidywane
prawdopodobienstwo albo rdéznica migdzy
najwyzszym a drugim co do wielkosci
prawdopodobienstwem.
score_category_probabilities flag Wartos¢ true powoduje generowanie
przewidywanych prawdopodobienstw dla
jakosciowych zmiennych przewidywanych.
Domys$lna wartoscia jest false.
max_categories integer Jesli score_category_probabilities ma wartos¢
true, okresla maksymalna liczbe kategorii do
zapisania.
score_propensity flag Wartos¢ true powoduje, ze generowane sa oceny
sktonnosci dla zmiennych przewidywanych typu
flaga; oceny te okreslaja prawdopodobienstwo
wyniku ,,prawdziwego” dla danej zmienne;j.
emeans structure Dla kazdej zmiennej jakosciowe;j z listy efektow
statych okresla, czy maja by¢ generowane
szacowane $rednie brzegowe.
covariance_list structure Dla kazdej zmiennej ciaglej z listy efektow
statych okresla, czy do obliczania szacowanych
Srednich brzegowych ma by¢ uzywana $rednia,
czy warto$¢ niestandardowa.
mean_scale Original Okresla, czy szacowane $rednie brzegowe sa
Transformed obliczane na podstawie pierwotnej skali zmiennej
przewidywanej (ustawienie domyslne), czy na
podstawie transformacji funkcji taczenia.
comparison_adjustment_method LSD Metoda korekty, ktora ma by¢ uzywana przy
SEQBONFERRONI testowaniu hipotez z uzyciem wielu kontrastow.
SEQSIDAK
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Wiasciwosci wezta gle

GLE stanowi wersj¢ modelu liniowego rozszerzona w taki sposob, ze zmienna przewidywana moze mie¢

t

rozktad inny niz normalny, jest liniowo powiazana z czynnikami i wspdtzmiennymi za posrednictwem

okreslonej funkcji taczenia, a obserwacje moga by¢ skorelowane. Uogolnione liniowe modele mieszane
obejmuja szeroki wachlarz modeli, poczawszy od prostych modeli regresji liniowej, az po ztozone
wielopoziomowe modele dla danych z obserwacji dlugofalowych nieposiadajacych rozktadu normalnego.

Tabela 131. Wiasciwosci wezta gle

Wilasciwosci wezla gle Wartosci Opis wlasciwosci

custom_target flag Okresla, czy ma by¢ uzywana zmienna przewidywana
zdefiniowana we wczesniejszym wezle (false), czy
niestandardowa zmienna przewidywana okreslona przez
whasciwosc target_field (true).

target_field field Zmienna docelowa, gdy custom_target ma wartos¢
true.

use_trials flag Okresla, czy gdy odpowiedz przewidywana jest liczba
zdarzen wystgpujacych w zbiorze prob, ma by¢ uzywana
dodatkowa zmienna lub warto$¢ okreslajaca liczbe prob.
Domyslna wartoscia jest false.

use_trials_field_or_value Field Okresla, czy do okre$lania liczby prob uzywana jest

Value zmienna (domyslnie), czy wartosc.

trials_field field Zmienna okreslajaca liczbg prob.

trials_value integer Warto$¢ okreslajaca liczbeg prob. Jesli wartos¢ jest
okreslona, to minimum wynosi 1.

use_custom_target_reference flag Okresla, czy dla jakosciowej zmiennej przewidywane;j
ma by¢ uzywana niestandardowa kategoria odwotania.
Domys$lna wartoscia jest false.

target_reference_value string Kategoria odwotania, ktéra ma by¢ uzywana, gdy

use_custom_target_reference ma warto$¢ true.

dist_link_combination

Normalldentity
Gammalog
PoissonLog
NegbinLog
Tweedieldentity
NominalLogit
BinomialLogit
BinomialProbit
BinomialLogC
CUSTOM

Wspolne modele rozktadu wartoéci zmiennej
przewidywane;j.

Wybierz CUSTOM, aby okresli¢ rozktad z listy
przekazanej we whasciwosci target_distribution.

target_distribution

Normal
Binomial
Multinomial
Gamma

INVERSE_GAUSS

NEG_BINOMIAL
Poisson
TWEEDIE
UNKNOWN

Rozktad warto$ci zmiennej przewidywanej, gdy
dist_link_combination ma wartos¢ Custom.
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Tabela 131. Wtasciwosci wezta gle (kontynuacja)

CUMUL_PROBIT
CUMUL_COMPL_LOG_
LOG
CUMUL_NEG_LOG_LOG
CUMUL_CAUCHIT

Wiasciwosci wezla gle Wartosci Opis wlasciwosci
link_function_type UNKNOWN Funkcja taczenia, ktora kojarzy wartosci przewidywane
IDENTITY z predyktorami. Jesli target_distribution ma warto$¢
LOG Binomial, mozna uzy¢ wartosci:
LOGIT UNKNOWN
PROBIT IDENTITY
COMPL_LOG_LOG LOG
POWER LOGIT
LOG_COMPL PROBIT
NEG_LOG_LOG COMPL_LOG_LOG
ODDS_POWER POWER
NEG_BINOMIAL LOG_COMPL
GEN_LOGIT NEG_LOG_LOG
CUMUL_LOGIT ODDS_POWER

Jesli target_distribution ma wartos¢ NEG_BINOMIAL,
mozna uzy¢ wartosci:

NEG_BINOMIAL.

Jesli target_distributionma wartos¢ UNKNOWN,
mozna uzy¢ wartosci:

GEN_LOGIT

CUMUL_LOGIT

CUMUL_PROBIT

CUMUL_COMPL_LOG_ LOG
CUMUL_NEG_LOG_LOG
CUMUL_CAUCHIT

link_function_param number Warto$¢ parametru Tweediego. Ma zastosowanie tylko
wtedy, gdy normal_link_function lub
link_function_type ma wartos¢ POWER.

tweedie_param number Wartos¢ parametru funkcji taczenia. Ma zastosowanie
tylko wtedy, gdy dist_link_combination ma warto$c¢
Tweedieldentity lub link_function_type ma wartos¢
TWEEDIE.

use_predefined_inputs flag Okresla, czy zmiennymi efektow modelu maja by¢
zmienne zdefiniowane we wczesniejszych weztach jako
zmienne wejsciowe (true), czy zmienne z listy
fixed_effects_list (false).

model_effects_list structured Jesli use_predefined_inputs ma warto$¢ false, okresla
zmienne wejsciowe, ktore maja by¢ uzywane jako
zmienne efektow modelu.

use_intercept flag Wartos¢ true (domyslna) powoduje, ze w modelu jest
uwzgledniany wyraz wolny.

regression_weight _field field Zmienna, ktora ma by¢ uzywana jako zmienna wagi
analizy.

use_offset None Wskazuje sposob okreslenia przesunigcia. Warto$¢

Value None oznacza, ze nie jest uzywane przesunigcie.
Variable

offset_value number Warto$¢ przesunigceia, gdy use_offset ma warto$¢
offset_value.

offset_field field Zmienna uzywana jako warto$¢ przesunigcia, gdy

use_offset ma warto$¢ offset_field.
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Tabela 131. Wtasciwosci wezta gle (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla gle Wartosci Opis wlasciwosci
target_category_order Ascending Porzadek sortowania jako§ciowych zmiennych
Descending przewidywanych. Warto$¢ domyslna to Ascending
(rosnaco).
inputs_category_order Ascending Porzadek sortowania predyktorow jakosciowych.
Descending Wartos¢ domyslna to Ascending (rosnaco).
max_iterations integer Maksymalna liczba iteracji, jaka wykona algorytm.
Nieujemna liczba catkowita; warto§¢ domyslna wynosi
100.
confidence_level number Poziom ufnosci uzywany do obliczania oszacowan
przedziatéw wspotczynnikow modelu. Nieujemna liczba
catkowita; maksimum wynosi 100; warto$s¢ domys$lna
wynosi 95.
test_fixed_effects_coeffecients Model Metoda obliczania macierzy kowariancji oszacowan
Robust parametrow.
detect_outliers flag Wartos¢ true powoduje, ze algorytm znajduje wptywowe
wartosci odstajace dla wszystkich rozktadow z
wyjatkiem wielomianowego.
conduct_trend_analysis flag Warto$¢ true powoduje, ze algorytm przeprowadza

analiz¢ trendow na wykresie rozrzutu.

estimation_method

FISHER_SCORING
NEWTON_RAPHSON
HYBRID

Okresla algorytm estymacji maksymalnej
wiarygodnosci.

max_fisher_iterations integer Gdy uzywane jest FISHER_SCORING
estimation_method, jest to maksymalna liczba iteracji.
Minimum 0, maksimum 20.
scale_parameter_method MLE Okresla metode estymacji parametru skali.
FIXED
DEVIANCE

PEARSON_CHISQUARE

scale_value number Dostgpna tylko wtedy, gdy scale_parameter_method
ma warto$¢ Fixed.
negative_binomial_method MLE Okresla metodg estymacji parametru pomocniczego
FIXED rozktadu ujemnego dwumianowego.
negative_binomial_value number Dostepna tylko wtedy, gdy
negative_binomial_method ma wartos¢ Fixed.
use_p_converge flag Opcja zbieznosci parametru.
p_converge number Wartos¢ pusta lub dowolna dodatnia.
p_converge_type flag True = bezwzgledna, False = wzgledna
use_|_converge flag Opcja zbieznosci dla logarytmu wiarygodnosci.
|_converge number Wartos¢ pusta lub dowolna dodatnia.
|_converge_type flag True = bezwzgledna, False = wzgledna
use_h_converge flag Opcja zbieznosci Hessego.
h_converge number Warto$¢ pusta lub dowolna dodatnia.
h_converge_type flag True = bezwzgledna, False = wzgledna
max_iterations integer Maksymalna liczba iteracji, jaka wykona algorytm.

Nieujemna liczba catkowita; wartos¢ domyslna wynosi
100.
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Tabela 131. Wtasciwosci wezta gle (kontynuacja)

ELASTIC_NET
FORWARD_STEPWISE
RIDGE

Wiasciwosci wezla gle Wartosci Opis wlasciwosci

sing_tolerance integer

use_model_selection flag Umozliwia okreslanie progu parametru i metody wyboru
modelu.

method LASSO Okresla metode wyboru modelu lub, w przypadku opcji

Ridge, metode regularyzacji.

detect_two_way_interactions

Slag

Warto$¢ True powoduje, ze model bedzie automatycznie
wykrywat dwukierunkowe interakcje migdzy zmiennymi
wejsciowymi.

Ten element sterujacy powinien by¢ wiaczony tylko
wtedy, gdy model ma tylko gtowne efekty (tj.
uzytkownik nie utworzyt efektow wyzszego rzedu), a
wlasciwo$¢ method ma wartos¢ Forward Stepwise,
Lasso lub Elastic Net.

automatic_penalty_params

Slag

Dostepna, gdy metoda wyboru modelu (method) to
Lasso lub Elastic Net.

Ta funkcja shuzy do wprowadzania parametrow kary
zwiazanych z metoda wyboru Lasso albo Elastic Net.

Wartos¢ True powoduje, ze uzywane sa wartosci
domyslne. Warto$¢ False powoduje, ze wlaczone sa
parametry kary i mozna wprowadza¢ wartosci
niestandardowe.

lasso_penalty_param

number

Dostepna tylko wtedy, gdy metoda wyboru modelu
(method) to Lasso lub Elastic Net, a
automatic_penalty_params ma wartos¢ False.
Okresla parametr kary dla metody Lasso.

elastic_net_penalty_param1

number

Dostgpna tylko wtedy, gdy metoda wyboru modelu
(method) to Lasso lub Elastic Net, a
automatic_penalty_params ma wartos¢ False.
Okresla parametr kary dla parametru nr 1 metody Elastic
Net.

elastic_net_penalty_param2

number

Dostepna tylko wtedy, gdy metoda wyboru modelu
(method) to Lasso lub Elastic Net, a
automatic_penalty_params ma wartos¢ False.
Okresla parametr kary dla parametru nr 2 metody Elastic
Net.

probability_entry

number

Dostepna tylko wtedy, gdy method ma wartos¢ Forward
Stepwise. Okres$la poziom istotnosci kryterium statystyki
f przy uwzglednianiu efektow.

probability_removal

number

Dostegpna tylko wtedy, gdy method ma wartos¢ Forward
Stepwise. Okres$la poziom istotnosci kryterium statystyki
f przy usuwaniu efektow.
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Tabela 131. Wtasciwosci wezta gle (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla gle Wartos$ci

Opis wlasciwosci

use_max_effects flag

Dostepna tylko wtedy, gdy method ma warto$¢ Forward
Stepwise.

Wiacza mozliwo$¢ stosowania wiasciwosci
max_effects.

Gdy ma wartos¢ False, domyslna liczba efektéw
powinna by¢ réwna tacznej liczbie efektow
przekazanych do modelu pomniejszonej o wyraz wolny.

max_effects integer

Okresla maksymalna liczbg efektow w metodzie
krokowej postepujace;j.

use_max_steps flag

Wiacza mozliwo$¢ stosowania wlasciwosci max_steps.

Gdy ma wartos¢ False, domyslna liczba efektow
powinna by¢ rdwna trzykrotnosci liczby efektow
przekazanych do modelu pomniejszonej o wyraz wolny.

max_steps integer

Okresla maksymalna liczbg krokow, gdy jako metode
budowania (method) wybrano Forward Stepwise.

use_model_name flag

Wskazuje, czy ma by¢ okreslana niestandardowa nazwa
modelu (true), czy uzywana nazwa wygenerowana przez
system (false). Domyslna warto$cia jest false.

model_name string

Jesli use_model_name ma wartos¢ true, okresla
nazwe¢ modelu.

usePlI flag

Gdy ma wartosc true, obliczana jest waznos¢
predyktorow.

Wiasciwosci wezta kmeansnode

1 Wezel K-érednie grupuje zbidr danych w osobne grupy (lub skupienia). Metoda ta definiuje stata liczbe
(% ' skupien, w sposob iteracyjny przypisuje rekordy do skupien i dopasowuje centra skupien do chwili, gdy
dalsze pokrycie nie bgdzie miato wptywu na ulepszenie modelu. Zamiast prob predykcji danych
wynikowych k-$rednia korzysta z procesu znanego jako nienadzorowane uczenie w celu ujawnienia

wzorcOw w zbiorze zmiennych wejsciowych.

Przyktad

node = stream.create("kmeans", "My node")
# Karta "Zmienne"

node.setPropertyValue("custom fields", True)

node.setPropertyValue("inputs", ["Cholesterol", "BP", "Drug", "Na", "K", "Age"])

# Karta "Model"

node.setPropertyValue("use_model name", True)

node.setPropertyValue("model_name", "Kmeans_allinputs")

node.setPropertyValue("num clusters", 9)
node.setPropertyValue("gen distance", True)

node.setPropertyValue("cluster_label", "Number")
node.setPropertyValue("label prefix", "Kmeans_ ")

node.setPropertyValue("optimize", "Speed")
# Karta "Zaawansowane"
node.setPropertyValue("mode", "Expert")
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node.setPropertyValue("stop_on", "Custom")
node.setPropertyValue("max_iterations", 10)
node.setPropertyValue("tolerance", 3.0)
node.setPropertyValue("encoding_value", 0.3)

Tabela 132. Wiasciwosci wezta kmeansnode

Wiasciwosci wezla kmeansnhode

Wartosci

Opis wlasciwosci

inputs

[field] ... fieldN]

Modele k-$rednich przeprowadzaja analize
skupien na zbiorze zmiennych wejsciowych, ale
nie korzystaja ze zmiennej przewidywanej.
Zmienne wagi i czgsto$ci nie s uzywane. Wigcej
informacji mozna znalez¢ w temacie |“Wspélne|
wlasciwosci weztéw modelowania” na stronie]
179

num_clusters number
gen_distance flag
cluster_label String
Number
label_prefix string
mode Simple
Expert
stop_on Default
Custom
max_iterations number
tolerance number
encoding_value number
optimize Speed Stuzy do okreslania, czy budowanie modelu ma
Memory by¢ optymalizowane pod katem szybkosci, czy

zuzycia pamigci.

Wiasciwosci wezta kmeansasnode

Metoda K-$rednich jest jednym z najczgsciej uzywanych algorytmoéw grupowania. Grupuje ona punkty

zaimplementowany w srodowisku Spark. Aby uzyska¢ szczegdtowe informacje na temat algorytmow

E i danych w predefiniowanej liczbie skupien. Wezel K-§rednie-AS w programie SPSS Modeler jest

K-srednich, patrz|https://spark.apache.org/docs/2.2.0/ml-clustering.html| Nalezy zwrdcié uwage, ze wezet

K-érednie-AS automatycznie wykonuje kodowanie one-hot (kodowanie z goraca jedynka) dla zmiennych

kategorialnych.

Tabela 133. Wiasciwosci wezta kmeansasnode

Wiasciwosci wezta kmeansasnode Wartosci

Opis wlasciwosci

roleUse string

Okreslenie wartosci predefined pozwala na
uzycie rol predefiniowanych, a wartosci custom
na uzycie niestandardowych przypisan
zmiennych. Warto$cia domyslna jest predefined.

autoModel Boolean

Okresl true, aby uzy¢ nazwy domyslnej
($S-prediction) dla nowo wygenerowanej
zmiennej oceny, lub false, aby uzy¢ nazwy
niestandardowej. Wartoscia domyslna jest true.
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Tabela 133. Wtasciwosci wezta kmeansasnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla kmeansasnode Wartosci

Opis wlasciwosci

wiasciwosci field

Lista nazw zmiennych wejsciowych, gdy
wilasciwos¢ roleUse jest ustawiona na wartosé¢
custom.

name string

Nazwa nowo wygenerowanej zmiennej oceny,
gdy wiasciwos¢ autoModel jest ustawiona na
false.

clustersNum integer

Liczba skupien do utworzenia. Wartoscia
domyslna jest 5.

initMode string

Algorytm inicjowania. Mozliwe wartosci to
k-means|| i random. Wartoscia domy$Ina jest
k-means||.

initSteps integer

Liczba krokdéw inicjowania, gdy wtasciwosé
initMode jest ustawiona na k-means||. Warto$¢
domyslna to 2.

advancedSettings Boolean

Okresl true, aby udostepni¢ nastgpujace cztery
wilasciwosci. Domyslna wartoscia jest false.

maxlteration integer

Maksymalna liczba iteracji podczas grupowania.
Wartoscia domyslna jest 20.

tolerance string

Tolerancja zatrzymania iteracji. Mozliwe
ustawienia: 1.0E-1, 1.0E-2, ..., 1.0E-6.
Warto$cia domyslna jest 1.0E-4.

setSeed Boolean

Okresl wartosc true, aby uzy¢ wilasnej wartosci
poczatkowej dla generatora liczb losowych.
Domyslna wartoscia jest false.

randomSeed integer

Niestandardowa warto$¢ poczatkowa generatora
liczb losowych, gdy wlasciwos¢ setSeed ma
warto$¢ true.

Wiasciwosci wezta knnnode

Wezel k-najblizszego sasiedztwa (KNN) wiaze nowa obserwacje z kategoria lub wartoscia k (gdzie & jest

»
o RN
blisko siebie, a niepodobne — daleko.

Przyktad

node = stream.create("knn", "My node")

# Karta Cele

node.setPropertyValue("objective", "Custom")

# Karta Ustawienia - panel Sasiedzi
node.setPropertyValue("automatic_k selection", False)
node.setPropertyValue("fixed k", 2)
node.setPropertyValue("weight_by importance", True)

# Karta Ustawienia - panel Analiza
node.setPropertyValue("save distances", True)

liczba catkowita) najblizszych obiektow w przestrzeni predyktora. Podobne obserwacje znajduja sig
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Tabela 134. Wiasciwosci wezta knnnode

Wiasciwosci wezla knnnode Wartosci Opis wlasciwosci
analysis PredictTarget
IdentifyNeighbors
objective Balance
Speed
Accuracy
Custom
normalize_ranges flag
use_case_labels flag Zaznacz pole, aby aktywowac nastepna opcje.
case_labels_field field
identify_focal_cases flag Zaznacz pole, aby aktywowac nastgpna opcje.
focal_cases_field field
automatic_k_selection flag
fixed_k integer Aktywna tylko wtedy, gdy
automatic_k_selectio ma warto$¢ False.
minimum_k integer Aktywna tylko wtedy, gdy
automatic_k_selectio ma wartos¢ True.
maximum_k integer
distance_computation Euclidean
CityBlock
weight_by_importance flag
range_predictions Mean
Median
perform_feature_selection flag
forced_entry_inputs [fieldl ... fieldN]
stop_on_error_ratio flag
number_to_select integer
minimum_change number
validation_fold_assign_by_field flag
number_of_folds integer Aktywna tylko wtedy, gdy
validation_fold_assign_by_field ma wartos¢
False
set_random_seed flag
random_seed number
folds_field field Aktywna tylko wtedy, gdy
validation_fold_assign_by_field ma wartos¢
True
all_probabilities flag
save_distances flag
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation
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Wiasciwosci wezta kohonennode

Wezet Kohonen generuje typ sieci neuronowej, ktéra mozna wykorzysta¢ do grupowania zbioru danych w

1 E: osobne grupy. Po pelnym przeszkoleniu sieci rekordy podobne do siebie powinny znajdowac sig blisko
siebie na mapie wynikow, podczas gdy rekordy rozne od siebie powinny znajdowac si¢ daleko od siebie.
Na podstawie liczby obserwacji przechwyconych przez kazda jednostke w modelu uzytkowym mozna
rozpoznac¢ silne jednostki. Moze to da¢ pojecie o odpowiedniej liczbie skupien.

Przyktad

node

= stream.create("kohonen", "My node")

# Karta "Model"

node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("use_model name", False)
setPropertyValue("model name", "Symbolic Cluster")
setPropertyValue("stop_on", "Time")
setPropertyValue("time", 1)
setPropertyValue("set_random_seed", True)
setPropertyValue("random_seed", 12345)
setPropertyValue("optimize", "Speed")

# Karta "Zaawansowane"

node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("mode", "Expert")
setPropertyValue("width", 3)
setPropertyValue("Tength", 3)
setPropertyValue("decay style", "Exponential")
setPropertyValue("phasel neighborhood", 3)
setPropertyValue("phasel eta", 0.5)
setPropertyValue("phasel cycles", 10)
setPropertyValue("phase2_neighborhood", 1)
setPropertyValue("phase2_eta", 0.2)
setPropertyValue("phase2 cycles", 75)

Tabela 135. Wiasciwosci wezta kohonennode

Wiasciwosci wezla kohonennode WartoSci Opis wlasciwosci
inputs [fieldl ... fieldN] W modelach Sie¢ Kohonena uzywana jest lista
zmiennych wejsciowych, ale nie sa uzywane
zmienne przewidywane. Zmienne czgstosci i
wazace nie sa uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w temacie[“Wspélne wiasciwosci|
[weztéw modelowania” na stronie 179]
continue flag
show_feedback flag
stop_on Default
Time
time number
optimize Speed Stuzy do okreslania, czy budowanie modelu ma
Memory by¢ optymalizowane pod katem szybkosci, czy
zuzycia pamigci.
cluster_label flag
mode Simple
Expert
width number
length number
decay_style Linear
Exponentia
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Tabela 135. Wtasciwosci wezta kohonennode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezta kohonennode Wartosci Opis wlasciwosci
phase1_neighborhood number
phasei_eta number
phasel_cycles number
phase2_neighborhood number
phase2_eta number
phase2_cycles number

Wiasciwosci wezta linearnode

o Modele regresji liniowej przewiduja docelowa wartos$¢ ilosciowa na podstawie liniowych relacji miedzy
| : -, docelowa wartos$cia ilosciowa a jednym lub wigksza liczba predyktorow.

Przyktad

node = stream.create("linear", "My node")

# Karta Opcje budowania - panel Cele

node.setPropertyValue("objective", "Standard")

# Karta Opcje budowania - panel Wybdr modelu
node.setPropertyValue("model_selection", "BestSubsets")
node.setPropertyValue("criteria_best_subsets", "ASE")

# Karta Opcje budowania - panel Zespd*t

node.setPropertyValue("combining rule_categorical", "HighestMeanProbability")

Tabela 136. Wiasciwosci wezta linearnode

Wiasciwosci wezla linearnode Wartosci Opis wlasciwosci
target field Okresla jedna zmienna przewidywana.
inputs [fieldl ... fieldN] Predyktory uzywane przez model.
continue_training_existing_model flag
objective Standard Wartos¢ psm jest uzywana w przypadku bardzo
Bagging duzych zbioréw danych i wymaga potaczenia z
Boosting serwerem.
psm
use_auto_data_preparation flag
confidence_level number
model_selection ForwardStepwise
BestSubsets
None
criteria_forward_stepwise AICC
Fstatistics
AdjustedRSquare
ASE
probability_entry number
probability_removal number
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Tabela 136. Wtasciwosci wezta linearnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla linearnode Wartosci Opis wlasciwosci
use_max_effects flag
max_effects number
use_max_steps flag
max_steps number
criteria_best_subsets AICC
AdjustedRSquare
ASE
combining_rule_continuous Mean
Median
component_models_n number
use_random_seed flag
random_seed number
use_custom_model_name flag
custom_model_name string
use_custom_name flag
custom_name string
tooltip string
keywords string
annotation string

Wiasciwosci wezta linearasnode

e Modele regresji liniowej przewiduja docelowa wartosc¢ ilosciowa na podstawie liniowych relacji miedzy

Tabela 137. Wiasciwosci wezta linearasnode

i,‘ docelowa wartoscia ilosciowa a jednym lub wigksza liczba predyktorow.

Wiasciwosci wezla linearasnode Wartosci Opis wlasciwosci

target field Okresla jedna zmienna przewidywana.

inputs [fieldl ... fieldN] Predyktory uzywane przez model.

weight_field field Zmienna analizy uzywana przez model.

custom_fields flag Wartos¢ domyslna to TRUE.

intercept flag Wartos¢ domyslna to TRUE.

detect_2way_interaction flag Okresla, czy maja by¢ brane pod uwage
interakcje dwukierunkowe. Warto$¢ domyslna to
TRUE.

cin number Przedziat ufnosci uzywany do obliczania

oszacowan wspolczynnikow modelu. Nalezy
poda¢ warto$¢ wigksza od 0 i mniejsza od 100.
Domyslna wartos¢ to 95.
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Tabela 137. Wtasciwosci wezta linearasnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla linearasnode Wartosci Opis wlasciwosci
factor_order ascending Porzadek sortowania predyktoréw jakosciowych.
descending Wartos¢ domyslna to ascending, czyli rosnaco.
var_select_method ForwardStepwise Metoda wyboru modelu. Warto$¢ domyslna to
BestSubsets ForwardStepwise.
none
criteria_for_forward_stepwise AICC Statystyka uzywana do okreslenia, czy nalezy
Fstatistics dodac¢ lub usuna¢ efekt z modelu. Warto$¢
AdjustedRSquare domyslna to AdjustedRSquare.
ASE
pin number Efekt, ktorego najmniejsza wartos¢ p jest
mniejsza od okreslonego progu pin, zostanie
dodany do modelu. Domyslna warto$¢ to 0,05.
pout number Wszystkie efekty w modelu, ktorych wartosci p
sa wigksze od okreslonego progu pout, zostana
usunigte. Domys$lna wartos¢ to 0,10.
use_custom_max_effects flag Okresla, czy w ostatecznym modelu ma
obowiazywa¢ maksymalna liczba efektow.
Wartos¢ domyslna to FALSE.
max_effects number Maksymalna liczba efektow, jaka ma by¢
uzywana w ostatecznym modelu. Domyslna
wartosc to 1.
use_custom_max_steps flag Okresla, czy ma obowiazywac¢ maksymalna
liczba krokéw. Wartos¢ domyslna to FALSE.
max_steps number Maksymalna liczba krokow, po ktorej algorytm
krokowy przerwie dziatanie. Domy$lna wartos¢
to 1.
criteria_for_best_subsets AICC Tryb kryteriow, ktéry ma by¢ uzywany. Warto$¢
AdjustedRSquare domyslna to AdjustedRSquare.
ASE

Wiasciwosci wezla logregnode

Regresja logistyczna to technika statystyczna umozliwiajaca klasyfikacjg rekordow na podstawie warto$ci
L£ zmiennych wejsciowych. Jest ona analogiczna do regresji liniowej, lecz bazuje na przewidywanej
zmiennej jako$ciowej zamiast na rozstgpie liczbowym.

Przyktad dla funkcji wielomianowe;j

node = stream.create("logreg", "My node")

# Karta "Zmienne"

node.setPropertyValue("custom _fields", True)
node.setPropertyValue("target", "Drug")
node.setPropertyValue("inputs", ["BP", "Cholesterol", "Age"])
node.setPropertyValue("partition", "Test")

# Karta "Model"

node.setPropertyValue("use_model name", True)
node.setPropertyValue("model_name", "Log reg Drug")
node.setPropertyValue("use partitioned data", True)
node.setPropertyValue("method", "Stepwise")
node.setPropertyValue("logistic_procedure", "Multinomial")
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node.setPropertyValue("multinomial_base category", "BP")
node.setPropertyValue("model_type", "FullFactorial")
node.setPropertyValue("custom_terms", [["BP", "Sex"], ["Age"], ["Na", "K"1])
node.setPropertyValue("include_constant", False)

# Karta "Zaawansowane"

node.setPropertyValue("mode", "Expert")
node.setPropertyValue("scale", "Pearson")
node.setPropertyValue("scale_value", 3.0)
node.setPropertyValue("all_probabilities", True)
node.setPropertyValue("tolerance", "1.0E-7")

# Sekcja "Zbiezno$¢..." node.setPropertyValue("max_iterations", 50)
node.setPropertyValue("max_steps", 3)
node.setPropertyValue("1_converge", "1.0E-3")
node.setPropertyValue("p_converge", "1.0E-7")
node.setPropertyValue("delta", 0.03)

# Sekcja "Wyniki..." node.setPropertyValue("summary", True)
node.setPropertyValue("1ikelihood ratio", True)
node.setPropertyValue("asymptotic_correlation", True)
node.setPropertyValue("goodness_fit", True)
node.setPropertyValue("iteration_history", True)
node.setPropertyValue("history steps", 3)
node.setPropertyValue("parameters", True)
node.setPropertyValue("confidence_interval", 90)
node.setPropertyValue("asymptotic_covariance", True)
node.setPropertyValue("classification_table", True)

# Opcje "Krokowa"

node.setPropertyValue("min_terms", 7)
node.setPropertyValue("use_max_terms", True)
node.setPropertyValue("max_terms", 10)
node.setPropertyValue("probability entry", 3)
node.setPropertyValue("probability removal", 5)
node.setPropertyValue("requirements", "Containment")

Przyktad dla funkcji dwumianowej

node = stream.create("logreg", "My node")

# Karta "Zmienne"

node.setPropertyValue("custom _fields", True)
node.setPropertyValue("target", "Cholesterol")
node.setPropertyValue("inputs", ["BP", "Drug", "Age"])
node.setPropertyValue("partition", "Test")

# Karta "Model"

node.setPropertyValue("use_model name", False)
node.setPropertyValue("model_name", "Log reg Cholesterol")
node.setPropertyValue("multinomial_base category", "BP")
node.setPropertyValue("use partitioned data", True)
node.setPropertyValue("binomial_method", "Forwards")
node.setPropertyValue("logistic_procedure", "Binomial")
node.setPropertyValue("binomial_categorical_input", "Sex")
node.setKeyedPropertyValue("binomial input_contrast", "Sex", "Simple")
node.setKeyedPropertyValue("binomial input_category", "Sex", "Last")
node.setPropertyValue("include_constant", False)

# Karta "Zaawansowane"

node.setPropertyValue("mode", "Expert")
node.setPropertyValue("scale", "Pearson")
node.setPropertyValue("scale value", 3.0)
node.setPropertyValue("all_probabilities", True)
node.setPropertyValue("tolerance", "1.0E-7")

# Sekcja "ZbieznoSc..." node.setPropertyValue("max_iterations", 50)
node.setPropertyValue("1 converge", "1.0E-3")
node.setPropertyValue("p_converge", "1.0E-7")
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# Sekcja "Wyniki..." node.setPropertyValue("binomial output display", "at each step")

node.setPropertyValue("binomial_goodness of fit", True)
node.setPropertyValue("binomial_iteration_history", True)
node.setPropertyValue("binomial_parameters", True)
node.setPropertyValue("binomial ci_enable", True)
node.setPropertyValue("binomial ci", 85)

# Opcje "Krokowa"
node.setPropertyValue("binomial_removal criterion", "LR")
node.setPropertyValue("binomial_probability removal", 0.2)

Tabela 138. Wtasciwosci wezta logregnode

Wiasciwosci wezla logregnode Wartosci Opis wlasciwosci
target field Modele regresji logistycznej wymagaja jednej
zmiennej przewidywanej i co najmniej jedne;j
zmiennej wejsciowej. Zmienne czgstosci i
wazace nie sa uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w temacie f‘Wspc')ln;l
whasciwosci weztéw modelowania” na stronie|
179
logistic_procedure Binomial
Multinomial
include_constant flag
mode Simple
Expert
method Enter
Stepwise
Forwards
Backwards
BackwardsStepwise
binomial_method Enter
Forwards
Backwards
model_type MainEffects Gdy jako typ modelu wybrany jest
FullFactorial FullFactorial, metody krokowe nie beda
Custom uzywane, nawet jesli zostaty wybrane. Zamiast
nich stosowana bedzie metoda Enter.
Jesli jako typ modelu wybrano Custom, ale nie
okreslono zmiennych niestandardowych,
zbudowany zostanie model efektow glownych.
custom_terms [/BP Sex][BP][Age]]
multinomial_base_category string Okresla sposob ustalania kategorii odniesienia.
binomial_categorical_input string
binomial_input_contrast Indicator Wiasciwos¢ wprowadzana dla zmiennych
Simple jakosciowych, ktora okresla sposob
Difference wyznaczania kontrastu.
Helmert
Repeated
Polynomial
Deviation
binomial_input_category First Wtasciwos¢ wprowadzana dla zmiennych
Last jakosciowych, ktora okresla sposob
wyznaczania kategorii odniesienia.
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Tabela 138. Wtasciwosci wezta logregnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla logregnode Wartosci Opis wlasciwosci
scale None
UserDefined
Pearson
Deviance
scale_value number
all_probabilities flag
tolerance 1.0E-5
1.0E-6
1.0E-7
1.0E-8
1.0E-9
1.0E-10
min_terms number
use_max_terms flag
max_terms number
entry_criterion Score
LR
removal_criterion LR
Wald
probability_entry number
probability_removal number
binomial_probability_entry number
binomial_probability_removal number

requirements

HierarchyDiscrete HierarchyAll
Containment

None
max_iterations number
max_steps number
p_converge 1.0E-4

1.0E-5

1.0E-6
1.0E-7
1.0E-8

0
|_converge 1.0E-1

1.0E-2

1.0E-3
1.0E-4
1.0E-5

0
delta number
iteration_history flag
history_steps number
summary flag
likelihood_ratio flag
asymptotic_correlation flag
goodness_fit flag
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Tabela 138. Wtasciwosci wezta logregnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla logregnode Wartosci Opis wlasciwosci
parametry flag
confidence_interval number
asymptotic_covariance flag
classification_table flag
stepwise_summary flag
info_criteria flag
monotonicity_measures flag
binomial_output_display at_each_step

at_last_step
binomial_goodness_of_fit flag
binomial_parameters flag
binomial_iteration_history flag
binomial_classification_plots flag
binomial_ci_enable flag
binomial_ci number
binomial_residual outliers

all
binomial_residual_enable flag
binomial_outlier_threshold number
binomial_classification_cutoff number
binomial_removal_criterion LR

Wald

Conditional
calculate_variable_importance flag
calculate_raw_propensities flag

Wiasciwosci wezta Isvmnode

Wezet LSVM umozliwia klasyfikacje danych do jednej lub dwu grup bez przeuczenia. Algorytm LSVM
% jest liniowy i dziata prawidtowo z szerokimi zbiorami danych, na przyklad zbiorami o bardzo duzej
liczbie rekordow.

Tabela 139. Wiasciwosci wezta Isvmnode

Wiasciwosci wezla Isvmnode Wartosci Opis wlasciwosci
intercept flag Powoduje uwzglednienie wyrazu wolnego
w modelu. Warto$¢ domyslna to True.
target_order Ascending Okresla porzadek sortowania jakosciowych
Descending zmiennych przewidywanych. Ignorowana

w przypadku ciaglych zmiennych
przewidywanych. Wartos¢ domyslna to
Ascending (rosnaco).
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Tabela 139. Wtasciwosci wezta Isvmnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla Isvmnode Wartosci Opis wlasciwosci

precision number Uzywana tylko wtedy, gdy zmienna
przewidywana jest ciggta. Okresla
parametr zwiazany z czutoscia reakcji na
utratg regresji. Wartos¢ minimalna to 0, a
warto$¢ maksymalna nie jest okreslona.
Wartos¢ domyslna to 0,1.

exclude_missing_values flag Wartos¢ True powoduje, ze rekord jest
wykluczany, jesli brakuje cho¢ jedne;j
warto$ci. Warto$¢ domyslna to False.

penalty_function E1 Okresla typ uzywanej funkcji kary.
E2 Domyslna warto$¢ to L2.

lambda number Parametr kary (regularyzacji).

calculate_variable_importance flag W przypadku modeli generujacych

odpowiednia miarg waznosci powoduje
wygenerowanie tabeli wskazujacej
waznos¢ wzgledna kazdego predyktora w
procesie estymacji modelu. Nalezy
zauwazy¢, ze obliczenie waznosci
predyktora moze potrwac dtuzej dla
niektorych modeli, szczegdlnie w
przypadku pracy z duzymi zbiorami
danych, i domyslnie ta opcja dla niektérych
modeli jest wylaczona. Waznos¢
zmiennych jest niedostgpna dla modeli
listy decyzyjne;.

Wiasciwosci wezta neuralnetnode

Wazne: W tej wersji produktu dostepna jest nowa wersja wezta modelowania sieci neuronowej, ktora oferuje
udoskonalone funkcje. Zostala ona opisana w nastepnej sekcji (neuralnetwork). Mimo ze nadal mozliwe jest
budowanie i ocenianie modelu w poprzedniej wersji, zalecamy zaktualizowanie skryptow tak, by korzystaty z nowej
wersji. Szczegotowe informacje o poprzedniej wersji zamieszczono w celach referencyjnych.

Przyktad

node = stream.create("neuralnet", "My node")

# Karta "Zmienne"
node.setPropertyValue("custom_fields", True)
node.setPropertyValue("targets", ["Drug"])
node.setPropertyValue("inputs", ["Age", "Na", "K", "Cholesterol", "BP"])
# Karta "Model"

node.setPropertyValue("use partitioned data", True)
node.setPropertyValue("method", "Dynamic")
node.setPropertyValue("train_pct", 30)
node.setPropertyValue("set_random seed", True)
node.setPropertyValue("random_seed", 12345)
node.setPropertyValue("stop_on", "Time")
node.setPropertyValue("accuracy", 95)
node.setPropertyValue("cycles", 200)
node.setPropertyValue("time", 3)
node.setPropertyValue("optimize", "Speed")
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# "Zaawansowane opcje metody Wieloraka" -

sekcja

node.setPropertyValue("m_topologies", "5 30 55 2 20 3, 1 10 1")

node.setPropertyValue("m_non_pyramids", False)

node.setPropertyValue("m_persistence", 100)

Tabela 140. Wiasciwosci wezta neuralnetnode

Wiasciwosci wezla neuralnetnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

targets [fieldl ... fieldN] Wezet Sieci neuronowe oczekuje co najmnie;j
jednej zmiennej przewidywanej i co najmniej
jednej zmiennej wejsciowej. Zmienne czgstoscei i
wazace sa ignorowane. Wigcej informacji mozna
znalez¢ w temacie[*“Wspdlne wiasciwosci|
[weztow modelowania” na stronie 179]
method Quick
Dynamic
Multiple
Prune
ExhaustivePrune
RBFN
prevent_overtrain flag
train_pct number
set_random_seed flag
random_seed number
mode Simple
Expert
stop_on Default Tryb zatrzymywania.
Accuracy
Cycles
Time
accuracy number Doktadnos¢ zatrzymywania.
cycles number Liczba cykli uczenia.
time number Czas uczenia (w minutach).
continue flag
show_feedback flag
binary_encode flag
use_last_model flag
gen_logfile flag
logfile_name string
alpha number
initial_eta number
high_eta number
low_eta number
eta_decay_cycles number
hid_layers One
Two
Three
hl_units_one number
hl_units_two number
hl_units_three number
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Tabela 140. Wtasciwosci wezta neuralnetnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla neuralnetnode Wartosci Opis wlasciwosci
persistence number
m_topologies string
m_non_pyramids flag
m_persistence number
p_hid_layers One
Two
Three
p_hl_units_one number
p_hl_units_two number
p_hl_units_three number
p_persistence number
p_hid_rate number
p_hid_pers number
p_inp_rate number
p_inp_pers number
p_overall_pers number
r_persistence number
r_num_clusters number
r_eta_auto flag
r_alpha number
r_eta number
optimize Speed Shuzy do okreslania, czy budowanie modelu ma
Memory by¢ optymalizowane pod katem szybkosci, czy
zZuzycia pamigci.
calculate_variable_importance flag Uwaga: Wiasciwos¢ sensitivity_analysis
uzywana w poprzednich wersjach jest
nieaktualna i zostala zastapiona przez te
wlasciwos¢. Stara wlasciwos¢ nadal jest
uzywana, ale zaleca si¢ uzywanie wlasciwosci
calculate_variable_importance.
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
adjusted_propensity_partition Test
Validation

Wiasciwosci wezta neuralnetworknode

e Wezet sieci neuronowej korzysta z uproszczonego modelu przetwarzania informacji przez ludzki umyst.
{ ﬁ ] Polega on na symulowaniu duzej liczby potaczonych wzajemnie jednostek prostego przetwarzania, ktore
f przypominaja abstrakcyjne wersje neuronow. Sieci neuronowe sa estymatorami funkcji ogoélnych o duzej
wydajnosci, a do uczenia i stosowania ich wymagane jest tylko minimum wiedzy w zakresie statystyki lub
matematyKki.

Przyktad
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node = stream.create("neuralnetwork", "My node")
# Karta Opcje budowania - panel Cele
node.setPropertyValue("objective", "Standard")
# Karta Opcje budowania - panel Zespd*t
node.setPropertyValue("combining rule categorical", "HighestMeanProbability")

Tabela 141. Wiasciwosci wezta neuralnetworknode

Wiasciwosci wezla
neuralnetworknode

Wartosci

Opis wlasciwosci

HighestProbability
HighestMeanProbability

targets [fieldl ... fieldN] Okresla zmienne przewidywane.
inputs [fieldl ... fieldN] Predyktory uzywane przez model.
splits [fieldl ... fieldN Okresla zmienna lub zmienne uzywane do
modelowania podziatow.
use_partition flag Jesli zdefiniowano zmienna dzielaca na
podzbiory, ta opcja umozliwia uzycie podczas
budowania modelu wytacznie danych z
podzbioru uczacego.
continue flag Kontynuuj uczenie istniejacego modelu.
objective Standard Warto$¢ psm jest uzywana w przypadku bardzo
Bagging duzych zbioréw danych i wymaga potaczenia z
Boosting serwerem.
psm
method MultilayerPerceptron
RadialBasisFunction
use_custom_layers flag
first_layer_units number
second_layer_units number
use_max_time flag
max_time number
use_max_cycles flag
max_cycles number
use_min_accuracy flag
min_accuracy number
combining_rule_categorical Voting

combining_rule_continuous Mean
Median
component_models_n number
overfit_prevention_pct number
use_random_seed flag
random_seed number

missing_values

listwiseDeletion
missingValuelmputation

use_model_name

boolean

model_name

string
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Tabela 141. Wtasciwosci wezta neuralnetworknode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla
neuralnetworknode Wartosci Opis wlasciwos$ci
confidence onProbability
onincrease
score_category_probabilities flag
max_categories number
score_propensity flag
use_custom_name flag
custom_name string
tooltip string
keywords string
annotation string

Wiasciwosci wezta questnode

Wezet QUEST oferuje metode klasyfikacji binarnej stuzaca do budowania drzew decyzyjnych,
zaprojektowana w celu redukcji czasu przetwarzania analiz duzych drzew decyzyjnych C&R, a

S jednoczesnie w celu redukcji tendencji obecnej w metodach drzew klasyfikacji do preferowania danych
wejsciowych dopuszczajacych wigeej podziatow. Zmienne wejSciowe moga by¢ zakresami liczbowymi
(ciagtymi), lecz zmienna przewidywana musi by¢ jakosciowa. Wszystkie podzialy sa binarne.
Przyktad

node = stream.create("quest", "My node")
node.setPropertyValue("custom _fields", True)
node.setPropertyValue("target", "Drug")
node.setPropertyValue("inputs", ["Age", "Na", "K", "Cholesterol", "BP"])
node.setPropertyValue("model _output type", "InteractiveBuilder")
node.setPropertyValue("use_tree_directives", True)
node.setPropertyValue("max_surrogates", 5)
node.setPropertyValue("split_alpha", 0.03)
node.setPropertyValue("use percentage", False)
node.setPropertyValue("min_parent records_abs", 40)
node.setPropertyValue("min_child_records_abs", 30)
node.setPropertyValue("prune_tree", True)
node.setPropertyValue("use std err", True)
node.setPropertyValue("std_err multiplier", 3)

Tabela 142. Wtasciwosci wezta questnode

Wiasciwosci wezla questnode Wartosci Opis wlasciwosci
target field Modele QUEST wymagaja jednej zmiennej
przewidywanej i co najmniej jednej zmiennej
wejsciowej. Mozna tez okresli¢ zmienna
czestosci. Wigcej informacji mozna znalez¢ w
temacie [“Wsp6lne whasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179}
continue_training_existing_model flag
objective Standard Wartos¢ psm jest uzywana w przypadku bardzo
Boosting duzych zbiorow danych i wymaga potaczenia z
Bagging serwerem.
psm
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Tabela 142. Wtasciwosci wezta questnode (kontynuacja)

HighestProbability
HighestMeanProbability

Wilasciwosci wezla questnode Wartosci Opis wlasciwosci
model_output_type Single
InteractiveBuilder
use_tree_directives flag
tree_directives string
use_max_depth Default
Custom
max_depth integer Maksymalna gtebokos¢ drzewa, od 0 do 1000.
Uzywana tylko wtedy, gdy use_max_depth =
Custom.
prune_tree flag Przytnij drzewo, aby unikna¢ przeuczenia.
use_std_err flag Uzyj maksymalnej roznicy w ryzyku (w biedach
standardowych).
std_err_multiplier number Maksymalna réznica.
max_surrogates number Maksymalna liczba substytutow.
use_percentage flag
min_parent_records_pc number
min_child_records_pc number
min_parent_records_abs number
min_child_records_abs number
use_costs flag
costs structured Wiasciwos¢ ustrukturyzowana.
priors Data
Equal
Custom
custom_priors structured Wiasciwos$¢ ustrukturyzowana.
adjust_priors flag
trails number Liczba modeli zespolonych dla boostingu i/lub
agregacji bootstrapowe;j.
set_ensemble_method Voting Domyslna reguta zespolenia dla przewidywanych

zmiennych jako$ciowych.

range_ensemble_method Mean Domyslna reguta zespolenia dla docelowych
Median warto$ci ilosciowych.

large_boost flag Zastosuj wzmocnienie do bardzo duzych zbiorow

danych.

split_alpha number Poziom istotnosci dla podziatow.

train_pct number Zbiodr zabezpieczajacy przed przeuczeniem.

set_random_seed flag Opcja replikacji wynikow.

seed number

calculate_variable_importance flag

calculate_raw_propensities flag

calculate_adjusted_propensities flag

adjusted_propensity_partition Test
Validation
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Wiasciwosci wezta randomtrees

s Wezet Drzewa losowe jest podobny do istniejacego wezta C&RT; jednak wezet Drzewa losowe jest
( " ' przeznaczony do przetwarzania duzych zbioréw danych w celu utworzenia pojedynczego drzewa i

¥ wyswietla model wynikowy w przegladarce wynikow, ktora zostata dodana w wersji 17 programu SPSS
Modeler. Wezet Drzewa losowe generuje drzewo decyzyjne umozliwiajace predykcje lub klasyfikacje
przysztych obserwacji. W metodzie tej stosowany jest rekursywny podziat rekordow na segmenty przez
minimalizacjg zanieczyszczen w kazdym kroku, przy czym wezet w drzewie jest uwazany za czysty, jesli
100% obserwacji w wezle przypada na konkretna kategori¢ zmiennej przewidywanej. Zmienne
przewidywana i wejsciowa moga by¢ zakresami liczbowymi lub jakosciowymi (nominalnymi,
porzadkowymi lub flagami); wszystkie podziaty sa binarne (tylko dwie podgrupy).

Tabela 143. Wiasciwosci wezta randomtrees

Wiasciwosci wezla randomtrees WartoSci

Opis wlasciwosci

target field

W wezle Drzewa losowe modele wymagaja
jednej zmiennej przewidywanej i co najmniej
jednej zmiennej wejsciowej. Mozna tez okresli¢
zmienna czgstosci. Wigeej informacji mozna
znalez¢ w temacie|“Wspolne whasciwoscil
[weztow modelowania” na stronie 179]

number_of_models integer

Okresla liczbg modeli, jakie maja by¢ utworzone
w ramach modelowania zespolen.

use_number_of_predictors flag

Okresla, czy uzywana jest warto$¢
number_of_predictors.

number_of_predictors integer

Okresla liczbg predyktorow, ktore maja by¢
uzywane przy budowaniu modeli rozdzielonych.

use_stop_rule_for_accuracy flag

Okresla, czy budowanie modelu jest przerywane,
gdy nie da sig¢ juz poprawic¢ doktadnosci.

sample_size number

Zmniejszenie tej wartosci przynosi wzrost
wydajnos$ci przetwarzania bardzo obszernych
zbioréw danych.

handle_imbalanced_data flag

Jesli zmienna przewidywana modelu jest
wynikiem typu flaga, a stosunek pozadanego
wyniku do niepozadanego wyniku jest bardzo
maty, to dane sa niezrownowazone i dobor proby
metoda bootstrap wykonywany przez model
moze niekorzystnie wplyna¢ na doktadnosé
modelu. Ta wlasciwos¢ wlacza obstuge danych
niezrownowazonych, tak by model uwzgledniat
wigkszy udzial wynikéw pozadanych i byl przez
to silniejszy.

use_weighted_sampling flag

Warto$¢ False powoduje, ze zmienne dla
kazdego wezta sa wybierane losowo z tym
samym prawdopodobienstwem. Wartos¢ True
powoduje waznie i odpowiedni dobor
zmiennych.

max_node_number integer

Maksymalna liczba weziéw dozwolona w
jednym drzewie. Jesli nastgpny podziat
spowodowatby przekroczenie tej liczby, rozrost
drzewa jest zatrzymywany.

max_depth integer

Maksymalna glebokos¢ drzewa przed
zatrzymaniem rozrostu.
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Tabela 143. Wtasciwosci wezta randomtrees (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla randomtrees

Wartosci

Opis wlasciwosci

min_child_node_size

integer

Okre$la minimalna liczbe rekordow dozwolona
w wezle podrzednym po podziale wezta
nadrzednego. Gdyby wezet podrzedny miat
zawiera¢ mniej rekordéw, wezet nadrzedny nie
jest dzielony

use_costs

Slag

costs

structured

Wiasciwos¢ ustrukturyzowana. Obowiazujacy
format to lista ztozona z 3 wartosci: wartosci
rzeczywistej, wartosci przewidywanej i kosztu,
gdyby ta predykcja byta btedna. Na przyktad:
tree.setProperty Value("costs", [["drugA",
"drugB", 3.0], ["drugX", "drugY", 4.0]])

default_cost_increase

none
linear

square
custom

Uwaga: wilaczona tylko w przypadku
porzadkowych zmiennych przewidywanych.

Okresla warto$ci domys$lne w macierzy kosztow.

max_pct_missing

integer

Jesli odsetek brakow danych w jakiejkolwiek
zmiennej wejsciowej bytby wigkszy od
okreslonej tutaj warto$ci, zmienna wejsciowa jest
wykluczana. Minimum 0, maksimum 100.

exclude_single_cat_pct

integer

Jesli jedna kategoria reprezentuje wigkszy
odsetek rekordow niz okreslony tutaj, cata
zmienna jest wykluczana z budowania modelu.
Minimum 1, maksimum 99.

max_category_number

integer

Jesli liczba kategorii w zmiennej przekracza tg
warto$¢, zmienna jest wykluczana z budowania
modelu. Minimum 2.

min_field_variation

number

Jesli wspotezynnik zmiennosci zmiennej
ilosciowej jest mniejszy od tej wartosci, zmienna
jest wykluczana z budowania modelu.

num_bins

integer

Uzywana tylko wtedy, gdy dane wejsciowe sa
zlozone ze zmiennych ciaglych. Okresla liczbg
przedziatéw o rownej czgstosci, na ktora maja
by¢ podzielone dane wejsciowe; dostgpne opcje:
2,4,5,10, 20, 25,501 100.

topN

integer

Okresla liczbe regut do ujgcia w raporcie.
Domyslna warto§¢ wynosi 50, minimalna 1, a
maksymalna 1000.

Wiasciwosci wezta regressionnode

g Regresja liniowa to typowa technika statystyczna umozliwiajaca podsumowanie danych i przewidywanie
E poprzez dopasowanie do linii prostej lub powierzchni, co powoduje zminimalizowane rozbieznosci
pomigdzy przewidywanymi a rzeczywistymi wartosciami zmiennych wyjsciowych.

Uwaga: W kolejnych wersjach produktu wezet Regresja zostanie zastapiony weztem Liniowa. Zalecamy, by od tej

pory uzywa¢ modeli Liniowa do realizacji regresji liniowe;.

Przyktad
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node

= stream.create("regression", "My node")

# Karta "Zmienne"

node.
node.
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("custom_fields", True)
setPropertyValue("target", "Age")
setPropertyValue("inputs", ["Na", "K"])
setPropertyValue("partition", "Test")
setPropertyValue("use weight", True)
setPropertyValue("weight field", "Drug")

# Karta "Model"

node.
node.
node.
node.
node.

setPropertyValue("use_model name", True)
setPropertyValue("model name", "Regression Age")
setPropertyValue("use partitioned data", True)
setPropertyValue("method", "Stepwise")
setPropertyValue("include_constant", False)

# Karta "Zaawansowane"

node.
node.
node.
# Sekcja "Krokowa...
node.
node.
node.
node.
# Sekcja "Wyniki...
node.
node.
node.
node.

node

setPropertyValue("mode", "Expert")
setPropertyValue("complete records", False)
setPropertyValue("tolerance", "1.0E-3")

" node.setPropertyValue("stepping method", "Probability")
setPropertyValue("probability entry", 0.77)
setPropertyValue("probability removal", 0.88)
setPropertyValue("F_value entry", 7.0)
setPropertyValue("F_value_removal", 8.0)

" node.setPropertyValue("model fit", True)
setPropertyValue("r_squared_change", True)
setPropertyValue("selection_criteria", True)
setPropertyValue("descriptives", True)
setPropertyValue("p correlations", True)

.setPropertyValue("collinearity_diagnostics", True)
node.
node.
node.

setPropertyValue("confidence_interval", True)
setPropertyValue("covariance matrix", True)
setPropertyValue("durbin watson", True)

Tabela 144. Wtasciwosci wezta regressionnode

Wiasciwosci wezla regressionnode | Wartosci Opis wlasciwosci

target

field Modele Regresja wymagaja jednej zmiennej
przewidywanej i co najmniej jednej zmiennej
wejsciowej. Mozna rowniez okresli¢ zmienna
wazaca. Wiecej informacji mozna znalez¢ w
temacie [“Wsp6lne whasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179]

method Enter
Stepwise
Backwards
Forwards

include_constant flag

use_weight flag

weight_field field

mode Simple
Expert

complete_records flag
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Tabela 144. Wtasciwosci wezta regressionnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla regressionnode | Wartosci Opis wlasciwosci
tolerance 1.0E-1 Argumenty nalezy uzywac¢ w podwdjne
1.0E-2 cudzystowy.
1.0E-3
1.0E-4
1.0E-5
1.0E-6
1.0E-7
1.0E-8
1.0E-9
1.0E-10
1.0E-11
1.0E-12
stepping_method useP useP: uzyj prawdopodobienistwa F
useF useF: uzyj wartosci F
probability_entry number
probability_removal number
F_value_entry number
F_value_removal number
selection_criteria flag
confidence_interval flag
covariance_matrix flag
collinearity_diagnostics flag
regression_coefficients flag
exclude_fields flag
durbin_watson flag
model_fit Slag
r_squared_change flag
p_correlations flag
descriptives flag
calculate_variable_importance flag

Wiasciwosci wezta sequencenode

Wezet Sekwencje wykrywa reguly asocjacyjne w danych sekwencyjnych lub zorientowanych czasowo.

;, okt -;, Sekwencja to lista zbioréw elementow z tendencja do wystgpowania w przewidywalnej kolejnosci. Na
L przyktad klient dokonujacy zakupu brzytwy i balsamu po goleniu przy nastgpnej wizycie w sklepie moze

dokona¢ zakupu kremu po goleniu. Wezet Sekwencje bazuje na algorytmie regut asocjacyjnych CARMA,
ktory efektywnie znajduje sekwencje w dwoch przejsciach przez dane.

Przyktad

node = stream.create("sequence", "My node")

# Karta "Zmienne"

node.setPropertyValue("id field", "Age")
node.setPropertyValue("contiguous", True)
node.setPropertyValue("use time field", True)
node.setPropertyValue("time_field", "Datel")
node.setPropertyValue("content fields", ["Drug", "BP"])

240 1BM SPSS Modeler 18.2 — podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji



node.setPropertyValue("partition", "Test")

# Karta "Model"

node.setPropertyValue("use_model name", True)
node.setPropertyValue("model_name", "Sequence test")
node.setPropertyValue("use partitioned_data", False)

node.setPropertyValue("min_supp", 15.0)
node.setPropertyValue("min_conf", 14.0)
node.setPropertyValue("max_size", 7)
node.setPropertyValue("max_predictions", 5)

# Karta "Zaawansowane"

node.setPropertyValue("mode", "Expert")

node.setPropertyValue("use max_duration", True)

node.setPropertyValue("max_duration", 3.0)
node.setPropertyValue("use_pruning", True)
node.setPropertyValue("pruning value", 4.0)

node.setPropertyValue("set_mem_sequences", True)

node.setPropertyValue("mem sequences", 5.0)
node.setPropertyValue("use_gaps", True)

node.setPropertyValue("min_item gap", 20.0)
node.setPropertyValue("max_item_gap", 30.0)

Tabela 145. Wtasciwosci wezta sequencenode

Wiasciwosci wezla sequencenode WartoSci Opis wlasciwosci

id_field field W celu utworzenia modelu Numer konieczne jest
okreslenie zmiennej identyfikacyjnej,
opcjonalnej zmiennej czasowe;j i jednej lub
wigcej zmiennych zawartosci. Zmienne wagi i
czgstosci nie s uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w temacie|“Wspolne whasciwoscil
[weztéw modelowania” na stronie 179]

time_field field

use_time_field flag

content_fields [fieldl ... fieldn]

contiguous flag

min_supp number

min_conf number

max_size number

max_predictions number

mode Simple

Expert

use_max_duration flag

max_duration number

use_gaps flag

min_item_gap number

max_item_gap number

use_pruning flag

pruning_value number

set_mem_sequences flag

mem_sequences integer
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Wiasciwosci wezta slrmnode

2 Wezet Model odpowiedzi samonauczania (SLRM) umozliwia utworzenie modelu, w ktérym pojedyncza
'. :‘.I] nowa obserwacja lub niewielka liczba nowych obserwacji moze zosta¢ uzyta do ponownej oceny modelu

LS

Przyktad

node = stream.create("slrm", "My node")
node.setPropertyValue("target", "Offer")

node.setPropertyValue("target response", "Response")

bez koniecznosci ponownego uczenia modelu z wykorzystaniem wszystkich danych.

node.setPropertyValue("inputs", ["Cust_ID", "Age", "Ave Bal"])

Tabela 146. Wtasciwosci wezta slrmnode

Wiasciwosci wezla slrmnode Wartosci Opis wlasciwosci

target field Zmienna docelowa musi by¢ zmienna nominalna
lub typu flaga. Mozna tez okresli¢ zmienna
czestosci. Wigeej informacji mozna znalez¢ w
temacie [*Wsp6lne whasciwosci weztow|
[modelowania” na stronie 179}

target_response field Musi by¢ typu flaga.

continue_training_existing_model flag

target_field_values flag Use all: uzyj wszystkich warto$ci ze zrodta.

Specify: wybierz wymagane wartosci.

target_field_values_specify

[field] ... fieldN]

include_model_assessment flag

model_assessment_random_seed number Musi by¢ liczba rzeczywista.

model_assessment_sample_size number Musi by¢ liczba rzeczywista.

model_assessment_iterations number Liczba iteracji.

display_model_evaluation flag

max_predictions number

randomization number

scoring_random_seed number

sort Ascending Okresla, czy jako pierwsze beda wyswietlane
Descending oferty z najwyzszym, czy z najnizszym

wynikiem.
model_reliability flag
calculate_variable_importance flag

Wiasciwosci wezta statisticsmodelnode

5 Wezet Model Statistics umozliwia analizowanie danych i pracg z nimi poprzez uruchomienie procedur
IBM SPSS Statistics tworzacych PMML. Ten wezet wymaga licencjonowanej kopii programu IBM SPSS
Statistics.
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Wiasciwosci tego wezla sa opisane w sekcji|“W%aéciwoéci wezla statisticsmodelnode” na stronie 340l

Wiasciwosci wezta stpnode

o~ Wezel predykeji przestrzenno-czasowej uzywa danych zawierajacych informacje o lokalizacji, zmiennych

wejsciowych predykceji (predyktorow), zmiennej czasu i zmiennej przewidywanej. W danych z kazda
lokalizacja powiazany jest szereg wierszy, ktore odzwierciedlaja wartosci predyktorow w réznych

punktach w czasie. Po przeanalizowaniu danych moga by¢ one uzywane do przewidywania wartosci w
dowolnej lokalizacji w danych ksztattu uzywanych w analizie.

Tabela 147. Wtasciwosci wezta stpnode

Wiasciwosci wezla stpnode Typ danych Opis wlasciwosci

Karta Zmienne

target field Jest to zmienna przewidywana.

location field Zmienna lokalizacji dla modelu.
Dozwolone sa tylko zmienne
geoprzestrzenne.

location_label field Zmienna kategorialna, ktora ma by¢
uzywana w wynikach w charakterze etykiet
lokalizacji wybranych we wlasciwos$ci
location

time_field field Zmienna czasu dla modelu. Dozwolone sa
tylko zmienne ciagle o typie sktadowania:
czas, data, znacznik czasu lub liczba
calkowita.

inputs [fieldl ... fieldN] Lista zmiennych wejsciowych.

Karta Przedzialy czasowe

interval_type_timestamp

Years
Quarters
Months
Weeks
Days
Hours
Minutes
Seconds

interval_type_date

Years
Quarters
Months
Weeks
Days

interval_type_time

Hours
Minutes
Seconds

Ogranicza liczbg dni w tygodniu brana pod
uwage przy tworzeniu indeksu czasu
uzywanego do obliczen przez algorytm
STP.

interval_type_integer

Periods

(Tylko dla indeksowych zmiennych
czasowych sktadowanych jako liczba
catkowita)

Przedziat, w ktory zostanie przeksztatcony
zbior danych. Opcje dostepne do wyboru
zaleza od typu sktadowania zmiennej
wybranej jako time_field dla modelu.

period_start

integer
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Tabela 147. Wtasciwosci wezta stpnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla stpnode Typ danych Opis wlasciwosci
start_month January Miesiac, od ktérego model zacznie
February indeksowanie (na przyktad, jesli bedzie to
March March, ale pierwszy rekord zbioru danych
April do January, model pominie dwa pierwsze
May rekordy i rozpocznie od marca.
June
July
August
September
October
November
December
week_begins_on Sunday Punkt poczatkowy indeksu czasu
Monday utworzonego przez algorytm STP z danych.
Tuesday
Wednesday
Thursday
Friday
Saturday
days_per_week integer Minimum 1, maksimum 7, z przyrostem co
1
hours_per_day integer Liczba godzin w dniu uwzgledniana przez
model. Na przyktad wartos¢ 10 spowoduje,
ze model rozpocznie indeksowanie od
czasu day_begins_at, bedzie
kontynuowat przez 10 godzin, nastgpnie
przeskoczy do nastgpnej wartosci
day_begins_at itd.
day_begins_at 00:00 Godzina, o ktérej model rozpoczyna
01:00 indeksowanie.
02:00
03:00
23:00
interval_increment 1 Przyrost jest okreslony w minutach lub
2 sekundach. Okresla, czy model tworzy
3 indeksy z danych. Zatem przy przyroscie
4 30 i przedziale typu seconds model
5 utworzy indeks z danych w odstepach
6 30-sekundowych.
10
12
15
20
30
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Tabela 147. Wtasciwosci wezta stpnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla stpnode Typ danych Opis wlasciwosci
data_matches_interval Boolean Warto$¢ N powoduje, ze przeksztatcenie
danych w zwykly typ interval_type
odbywa sig przed zbudowaniem modelu.
Jesli dane sa juz zapisane we wlasciwym
formacie, a interval_type oraz wszelkie
powiazane ustawienia sa zgodne z
charakterystyka danych, nalezy ustawi¢ tg
wilasciwosé na Y, aby dane nie byly w
zaden sposob przeksztatcane ani
agregowane.
Ustawienie Y dezaktywuje wszystkie
wlasciwosci agregacii.
agg_range_default Sum Okresla domyslna metodg agregacji
Mean zmiennych ciagtych. Wszelkie zmienne
Min ciagle nieujete wprost w agregacji
Max niestandardowej beda agregowane
Median okreslona tutaj metoda.
1stQuartile
3rdQuartile

custom_agg

[[field, aggregation method],[]..]

Demo:
[['x5’ ’FirstQuartile’]['x4’ *'Sum’]]

Wtasciwo$¢ ustrukturyzowana:
Parametr skryptu: custom_agg

Na przyktad:

set :stpnode.custom_agg = [
[field1 function]

[field2 function]

]

Gdzie function jest funkcja agregacji, ktéra
ma by uzywana z ta zmienna.

Karta Podstawowe

include_intercept flag
max_autoregressive_lag integer Minimum 1, maksimum 5, z przyrostem 1.
Jest to liczba poprzednich rekordow
potrzebna do predykcji. Na przyktad
warto$¢ 5 spowoduje, ze do utworzenia
nowej prognozy uzytych zostanie 5
poprzednich rekordow. Okreslona tutaj
liczba rekordow z danych budowania
zostanie wlaczona do modelu, a
uzytkownik nie musi ponownie podawac
danych podczas oceny modelu.
estimation_method Parametric Metoda modelowania macierzy
Nonparametric kowariancji przestrzennej
parametric_model Gaussian Parametr okreslajacy rzad dla modelu
Exponential kowariancji przestrzennej Parametric
PoweredExponential
exponential_power number Poziom sity dla modelu

PoweredExponential. Minimum 1,
maksimum 2.
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Tabela 147. Wtasciwosci wezta stpnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla stpnode Typ danych Opis wlasciwosci

Karta Zaawansowane

max_missing_values integer Maksymalny odsetek rekordow z brakami
danych dozwolony w modelu.

significance number Poziom istotnosci dla testowania hipotez w
procesie budowania modelu. Okresla
istotno$¢ dla wszystkich testow w
estymacji modelu STP, w tym dwoch
testow dobroci dopasowania, testow F
efektow i testow t wspotczynnika.

Karta Wynik

model_specifications flag

temporal_summary flag

location_summary flag Okresla, czy w wynikach modelu ma by¢
uwzgledniona tabela Podsumowanie
lokalizacji.

model_quality flag

test_mean_structure flag

mean_structure_coefficients flag

autoregressive_coefficients flag

test_decay_space flag

parametric_spatial_covariance flag

correlations_heat_map flag

correlations_map flag

location_clusters flag

similarity_threshold number Warto$¢ progowa, przy ktdrej grupy
wynikow beda uznawane za wystarczajaco
podobne, aby mogty zosta¢ scalone w
jedna grupe.

max_number_clusters integer Gorny limit liczby skupien, ktore moga
zosta¢ uwzglednione w wyniku modelu.

Karta Opcje modelu

use_model_name flag

model_name string

uncertainty_factor number Minimum 0, maksimum 100. Okresla

przyrost niepewnosci (btedu) przypisywany
do predykcji w przysztosci. Jest to gorna i
dolna granica predykcji.

Wiasciwosci wezla svmnode

s Wezet Algorytm SVM umozliwia szybka klasyfikacjg danych do jednej lub dwu grup bez przeuczenia.
. :-‘C:\:- J Algorytm SVM dziata prawidtowo dla szerokiego zbioru danych, na przyktad takiego o bardzo duzej
* o

liczbie zmiennych wejsciowych.
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Przyktad

node = stream.create("svm", "My node")

# Karta Zaawansowane

node.setPropertyValue("mode", "Expert")

node.setPropertyValue("all _probabilities", True)
node.setPropertyValue("kernel", "Polynomial")

node.setPropertyValue("gamma", 1.5)

Tabela 148. Wtasciwosci wezta svmnode.

1.0E-3 (domyslnie)
1.0E-4

Wiasciwosci wezta svmnode Wartosci Opis wlasciwosci

all_probabilities flag

stopping_criteria 1.0E-1 Ta opcja okresla moment zatrzymania
1.0E-2 algorytmu optymalizacji.

1.0E-5
1.0E-6
regularization number Znana takze jako parametr C.
precision number Uzywana tylko wtedy, gdy zmienna
przewidywana jest ciagta.
kernel RBF(domyslnie) Typ funkcji algorytmu uzywanego do
Polynomial przeksztatcen.
Sigmoid
Linear
rbf_gamma number Uzywana tylko wtedy, gdy kernel ma
warto$¢ RBF.
gamma number Uzywana tylko wtedy, gdy kernel ma
warto$¢ Polynomial lub Sigmoid.
bias number
degree number Uzywana tylko wtedy, gdy kernel ma
wartos¢ Polynomial.
calculate_variable_importance flag
calculate_raw_propensities flag
calculate adjusted flag
propensities
adjusted_propensity_partition Test
Validation

Wiasciwosci wezta tcmnode

Modelowanie przyczynowe szeregdw czasowych jest proba wykrycia kluczowych zaleznosci
T, przyczynowych w danych o szeregach czasowych. W procesie takiego modelowania uzytkownik okresla
.I"-_-’ = zbidr szeregdow przewidywanych i zbidr potencjalnych zmiennych wejsciowych dla tych szeregéw
przewidywanych. Nastgpnie procedura buduje autoregresyjny model kazdego szeregu przewidywanego i
uwzglednia tylko te zmienne wejsciowe, ktore z przewidywanym szeregiem tacza najbardziej istotne
relacje przyczynowe.

Tabela 149. Wiasciwosci wezta tcmnode

Wilasciwosci wezla tcmnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

custom_fields

Boolean
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Tabela 149. Wtasciwosci wezta tcmnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla tcmnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

dimensionlist

[dimensionl ... dimensionN]

data_struct

Multiple
Single

metric_fields

fields

both_target_and_input

il..

targets

[ ...

candidate_inputs

ii...

forced_inputs

B

...

use_timestamp

Timestamp
Period

input_interval

None

Unknown

Year

Quarter

Month

Week

Day

Hour
Hour_nonperiod
Minute
Minute_nonperiod
Second
Second_nonperiod

period_field

string

period_start_value

integer

num_days_per_week

integer

start_day_of_week

Sunday
Monday
Tuesday
Wednesday
Thursday
Friday
Saturday

num_hours_per_day

integer

start_hour_of_day

integer

timestamp_increments

integer

cyclic_increments

integer

cyclic_periods

list

output_interval

None
Year
Quarter
Month
Week
Day
Hour
Minute
Second

is_same_interval

Same
Notsame
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Tabela 149. Wtasciwosci wezta tcmnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla tcmnode

‘Wartosci

Opis wlasciwosci

cross_hour

Boolean

aggregate_and_distribute

list

aggregate_default

Mean
Sum
Mode
Min
Max

distribute_default

Mean
Sum

group_default

Mean
Sum
Mode
Min
Max

missing_imput

Linear_interp
Series_mean
K_mean
K_meridian
Linear_trend
None

k_mean_param integer
k_median_param integer
missing_value_threshold integer
conf_level integer
max_num_predictor integer
max_lag integer
epsilon number
threshold integer
is_re_est Boolean
num_targets integer
percent_targets integer
fields_display list
series_display list
network_graph_for_target Boolean
sign_level_for_target number
fit_and_outlier_for_target Boolean
sum_and_para_for_target Boolean
impact_diag_for_target Boolean
impact_diag_type_for_target Effect
Cause
Both
impact_diag_level for_target integer
series_plot_for_target Boolean
res_plot_for_target Boolean
top_input_for_target Boolean
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Tabela 149. Wtasciwosci wezta tcmnode (kontynuacja)

Observation

Wiasciwosci wezla tcmnode Wartosci Opis wlasciwosci
forecast_table_for_target Boolean
same_as_for_target Boolean
network_graph_for_series Boolean
sign_level for_series number
fit_and_outlier_for_series Boolean
sum_and_para_for_series Boolean
impact_diagram_for_series Boolean
impact_diagram_type_for_series Effect
Cause
Both
impact_diagram_level_for_series integer
series_plot_for_series Boolean
residual_plot_for_series Boolean
forecast_table_for_series Boolean
outlier_root_cause_analysis Boolean
causal_levels integer
outlier_table Interactive
Pivot
Both
rmsp_error Boolean
bic Boolean
r_square Boolean
outliers_over_time Boolean
series_transormation Boolean
use_estimation_period Boolean
estimation_period Times

observations list
observations_type Latest
Earliest
observations_num integer
observations_exclude integer
extend_records_into_future Boolean
forecastperiods integer
max_num_distinct_values integer
display_targets FIXEDNUMBER
PERCENTAGE
goodness_fit_measure ROOTMEAN
BIC
RSQUARE
top_input_for_series Boolean
aic Boolean
rmse Boolean
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Witasciwosci wezta ts

™ Wezet Szereg czasowy umozliwia estymacje modelu wygtadzania wyktadniczego, modelu
’_ ' autoregresyjnej zintegrowanej sredniej ruchomej (ARIMA) jednej zmiennej oraz modelu ARIMA wielu
f zmiennych (lub funkcji przenoszenia) dla danych szeregdw czasowych i generuje prognozy przysziej
wydajnos$ci. Ten wezet Szeregi czasowe jest podobny do starego wezta Szereg czasowy, ktory od wersji
18 programu SPSS Modeler jest juz nieaktualny. Nowszy wezet Szeregi czasowe umozliwia
wykorzystanie potencjalu produktu IBM SPSS Analytic Server przy przetwarzaniu wielkich zbiorow
danych i prezentuje wynikowy model w przegladarce wynikow dodanej w wersji 17 programu SPSS

Modeler.

Tabela 150. Wiasciwosci wezla ts

Wiasciwosci wezla ts

Wartosci

Opis wlasciwosci

targets

field

Wezet Szereg czasowy
przewiduje co najmniej jedna
zmienna przewidywana i
opcjonalnie korzysta z jednej
lub wielu zmiennych
wejsciowych jako predyktorow.
Zmienne czestosci i wazace nie
sa uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢é w temacie

“Wspblne whasciwosci weztow]

modelowania” na stronie 179)

candidate_inputs

[field] ... fieldN]

Zmienne wejsciowe lub
predyktory uzywane przez
model.

use_period

Slag

date_time_field

field

input_interval

None

Unknown

Year

Quarter

Month

Week

Day

Hour
Hour_nonperiod
Minute
Minute_nonperiod
Second
Second_nonperiod

period_field

field

period_start_value

integer

num_days_per_week

integer

start_day_of_week

Sunday
Monday
Tuesday
Wednesday
Thursday
Friday

Saturday
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Tabela 150. Wtasciwosci wezta ts (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla ts

Wartosci

Opis wlasciwosci

num_hours_per_day

integer

start_hour_of_day

integer

timestamp_increments

integer

cyclic_increments

integer

cyclic_periods

list

output_interval

None
Year
Quarter
Month
Week
Day
Hour
Minute
Second

is_same_interval

Slag

cross_hour

Slag

aggregate_and_distribute

list

aggregate_default

Mean
Sum
Mode
Min
Max

distribute_default

Mean
Sum

group_default

Mean
Sum
Mode
Min
Max

missing_imput

Linear_interp
Series_mean
K_mean
K_median
Linear_trend

k_span_points integer
use_estimation_period flag
estimation_period Observations
Times
date_estimation list Dostepna tylko, gdy wybrano
ustawienie date_time_field
period_estimation list Dostepna tylko, gdy wybrano
ustawienie use_period
observations_type Latest
Earliest
observations_num integer
observations_exclude integer
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Tabela 150. Wtasciwosci wezta ts (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla ts Wartosci Opis wlasciwosci
method ExpertModeler
Exsmooth
Arima
expert_modeler_method ExpertModeler
Exsmooth
Arima
consider_seasonal flag
detect_outliers flag
expert_outlier_additive flag
expert_outlier_level_shift flag
expert_outlier_innovational flag
expert_outlier_level_shift flag
expert_outlier_transient flag
expert_outlier_seasonal_additive flag
expert_outlier_local_trend flag
expert_outlier_additive_patch flag
consider_newesmodels flag
exsmooth_model_type Simple Okresla metode wygladzania

HoltsLinearTrend
BrownsLinearTrend
DampedTrend
SimpleSeasonal
WintersAdditive
WintersMultiplicative
DampedTrendAdditive
DampedTrendMultiplicative
Multiplicative TrendAdditive
MultiplicativeSeasonal
Multiplicative TrendMultiplicative
MultiplicativeTrend

wyktadniczego. Domyslnie
Simple.
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Tabela 150. Wtasciwosci wezta ts (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla ts Wartosci Opis wlasciwosci
futureValue_type_method Compute Uzycie opcji Compute
specify powoduje, ze system obliczy
przyszte wartosci okresu
prognozy dla kazdego
predyktora.
Dla kazdego predyktora mozna
dokona¢ wyboru z listy funkcji
(wybdr pusty, $rednia z
niedawnych punktow, ostatnia
warto$¢) lub uzy¢ opcji specify
w celu recznego okreslenia
wartosci. Do wskazania
poszczegdlnych zmiennych i
wlasciwosci nalezy uzy¢
wiasciwosci
extend_metric_values. Na
przyktad:
set :ts.futureValue_
type_method="specify"
set :ts.extend_metric
_values=[{'Market_1',
'"USER_SPECIFY', [1,2,3]},
{'Market_2',
'MOST_RECENT_VALUE',
"'},{'Market_3",
"RECENT_POINTS_MEAN',
[ }]
exsmooth_transformation_type None
SquareRoot
NaturalLog
arima.p integer
arima.d integer
arima.q integer
arima.sp integer
arima.sd integer
arima.sq integer
arima_transformation_type None
SquareRoot
NaturalLog
arima_include_constant flag
tf_arima.p. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.d. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.q. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.sp. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.sd. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.sq. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.delay. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima.transformation_type. fieldname None Dla funkcji przenoszenia.
SquareRoot
NaturalLog
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Tabela 150. Wtasciwosci wezta ts (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla ts Wartosci Opis wlasciwosci

arima_detect_outliers flag

arima_outlier_additive flag

arima_outlier_level_shift flag

arima_outlier_innovational flag

arima_outlier_transient flag

arima_outlier_seasonal_additive flag

arima_outlier_local_trend flag

arima_outlier_additive_patch flag

max_lags integer

cal_PI flag

conf_limit_pct real

events fields

continue flag

scoring_model_only flag Uzywany do modeli z bardzo
duza liczba (rzedu dziesiatek
tysigey) szeregow czasowych.

forecastperiods integer

extend_records_into_future flag

extend_metric_values fields Umozliwia wprowadzenie
przysztych wartosci do
predyktorow.

conf_limits flag

noise_res flag

max_models_output integer Kontroluje, ile modeli jest

przedstawianych w wynikach.
Wartoscia domyslna jest 10.
Modele nie sa przedstawiane w
wynikach, jesli faczna liczba
modeli przekracza t¢ wartosc.
Modele sa nadal dostgpne do
oceny.

Wiasciwosci wezta timeseriesnode (zdeprecjonowanego)

ot Uwaga: Pierwotny wezet Szereg czasowy jest nieaktualny w wersji 18 produktu SPSS Modeler i zostat
’_ ' zastapiony przez nowy wezet Szereg czasowy, ktory zaprojektowano w taki sposob, aby wykorzystywat
iy potencjat serwera IBM SPSS Analytic Server i przetwarzat wielkie zbiory danych (big data). Wezel Szereg
czasowy umozliwia estymacj¢ modelu wygladzania wyktadniczego, modelu autoregresyjnej
zintegrowanej $redniej ruchomej (ARIMA) jednej zmiennej oraz modelu ARIMA wielu zmiennych (lub
funkcji przenoszenia) dla danych szeregdw czasowych i generuje prognozy przysztej wydajnosci. Wezet
Szereg czasowy musi zawsze by¢ poprzedzony weztem Przedziaty czasowe.

Przyktad
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node = stream.create("timeseries", "My node")
node.setPropertyValue("method", "Exsmooth")

node.setPropertyValue("exsmooth _model_type", "HoltsLinearTrend")

node.setPropertyValue("exsmooth _transformation_type", "None")

Tabela 151. Wiasciwosci wezta timeseriesnode

HoltsLinearTrend
BrownsLinearTrend

Wiasciwosci wezla timeseriesnode Warto$ci Opis wlasciwosci
targets field Wezet Szereg czasowy
przewiduje co najmniej jedna
zmienna przewidywana i
opcjonalnie korzysta z jednej
Iub wielu zmiennych
wejsciowych jako predyktorow.
Zmienne czestosci i wazace nie
sa uzywane. Wigcej informacji
mozna znalez¢ w temacie
“Wspolne whasciwosci weztow]
modelowania” na stronie 179]
continue flag
method ExpertModeler
Exsmooth
Arima
Reuse
expert_modeler_method flag
consider_seasonal flag
detect_outliers flag
expert_outlier_additive flag
expert_outlier_level_shift flag
expert_outlier_innovational flag
expert_outlier_level_shift flag
expert_outlier_transient flag
expert_outlier_seasonal_additive flag
expert_outlier_local_trend flag
expert_outlier_additive_patch flag
exsmooth_model_type Simple

DampedTrend
SimpleSeasonal
WintersAdditive
WintersMultiplicative

exsmooth_transformation_type None
SquareRoot
NaturalLog

arima_p integer

arima_d integer

arima_q integer

arima_sp integer

arima_sd integer

arima_sq integer
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Tabela 151. Wtasciwosci wezta timeseriesnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla timeseriesnode Wartosci Opis wlasciwosci
arima_transformation_type None
SquareRoot
NaturalLog
arima_include_constant flag
tf_arima_p. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_d. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_q. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_sp. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_sd. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_sq. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_delay. fieldname integer Dla funkcji przenoszenia.
tf_arima_transformation_type. fieldname None Dla funkcji przenoszenia.
SquareRoot
NaturalLog
arima_detect_outlier_mode None
Automatic
arima_outlier_additive flag
arima_outlier_level_shift flag
arima_outlier_innovational flag
arima_outlier_transient flag
arima_outlier_seasonal_additive flag
arima_outlier_local_trend flag
arima_outlier_additive_patch flag
conf_limit_pct real
max_lags integer
events fields
scoring_model_only flag Uzywany do modeli z bardzo

duza liczba (rzedu dziesiatek
tysigcy) szeregow czasowych.

Witasciwosci wezla treeas

e Wezet Drzewo-AS jest podobny do istniejacego wezta CHAID; jednak wezel Drzewo-AS jest
( }Kbr:‘ przeznaczony do przetwarzania duzych zbioréw w celu utworzenia pojedynczego drzewa i wyswietla

\ f model wynikowy w przegladarce wynikow, ktora zostata dodana w programie SPSS Modeler, wersja 17.
Wezetl generuje drzewo decyzyjne uzywajac statystyki chi-kwadrat (CHAID), aby okresli¢ optymalne
podziaty. CHAID moze generowac drzewa niebinarne, co oznacza, ze niektore podzialy maja wigcej niz
dwie galgzie. Zmienne przewidywana i wejsciowa moga by¢ zakresami liczbowymi (ilosciowymi) lub
jakosciowymi. Wyczerpujacy CHAID stanowi modyfikacj¢ CHAID umozliwiajaca doktadniejsze badanie
wszystkich mozliwych podziatow, lecz obliczenia w jego przypadku zajmuja wigcej czasu.
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Tabela 152. Wiasciwosci wezta treeas

Wiasciwosci wezla treeas

Wartosci

Opis wlasciwosci

target

field

W wezle Drzewo-AS modele CHAID wymagaja
jednej zmiennej przewidywanej i co najmniej
jednej zmiennej wejsciowej. Mozna tez okresli¢
zmienng czgstosci. Wigeej informacji mozna
znalezé w temacie [ Wspolne whasciwosci|
[weztéw modelowania” na stronie 179|

method

chaid
exhaustive_chaid

max_depth

integer

Maksymalna glebokos¢ drzewa, od 0 do 20.
Warto$¢ domyslna to 5.

num_bins

integer

Uzywana tylko wtedy, gdy dane wejsciowe sa
ztozone ze zmiennych ciagtych. Okresla liczbe
przedziatéw o rownej czgstosci, na ktora maja
by¢ podzielone dane wejsciowe; dostgpne opcje:
2,4,5,10, 20, 25,501 100.

record_threshold

integer

Liczba rekordow, przy ktorej podczas budowania
drzewa model przetaczy sig ze stosowania
wartosci p na wielkosci efektu. Wartos¢
domyslna to 1 000 000; mozna ja zwigksza¢ lub
zmniejsza¢ z krokiem 10 000.

split_alpha

number

Poziom istotnosci dla podziatdw. Wartos¢ musi
miesci¢ sig¢ w przedziale od 0,01 do 0,99.

merge_alpha

number

Poziom istotnos$ci dla taczenia. Warto$¢ musi
miesci¢ si¢ w przedziale od 0,01 do 0,99.

bonferroni_adjustment

Slag

Koryguj wartosci istotnosci metoda Bonferroni.

effect_size_threshold_cont

number

Okresla prog wielkosci efektow obowiazujacy
podczas podziatu wezlow i taczenia kategorii w
przypadku uzywania ilosciowej zmienne;j
przewidywanej. Warto$¢ musi miesci¢ si¢ w
przedziale od 0,01 do 0,99.

effect_size_threshold_cat

number

Okresla prog wielkosci efektow obowiazujacy
podczas podziatu weziow i taczenia kategorii w
przypadku uzywania jakosciowej zmienne;j
przewidywanej. Warto$¢ musi miesci¢ si¢ w
przedziale od 0,01 do 0,99.

split_merged_categories

Slag

Zezwalaj na ponowny podziat potaczonych
kategorii.

grouping_sig_level

number

Stuzy do okreslania sposobu tworzenia grup
weztdéw lub rozpoznawania nietypowych
weztow.

chi_square

pearson
likelihood_ratio

Metoda obliczania statystyki chi-kwadrat:
Pearsona albo iloraz wiarygodnosci

minimum_record_use

use_percentage
use_absolute

min_parent_records_pc number Warto$¢ domyslna to 2. Minimum to 1,
maksimum 100, przyrost co 1. Wartos¢ gatezi
nadrzednej musi by¢ wyzsza niz gatezi
podrzedne;j.

min_child_records_pc number Wartos¢ domyslna to 1. Minimum to 1,

maksimum to 100, przyrost co 1.
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Tabela 152. Wtasciwosci wezta treeas (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla treeas Wartosci Opis wlasciwosci
min_parent_records_abs number Warto$¢ domy$lna to 100. Minimum to 1,
maksimum 100, przyrost co 1. Warto$¢ gatezi
nadrzednej musi by¢ wyzsza niz gatezi
podrzedne;.
min_child_records_abs number Wartos¢ domyslna to 50. Minimum 1, maksimum
100, z przyrostem co 1.
epsilon number Minimalna zmiana oczekiwanych czgstosci
komorek.
max_iterations number Maksimum iteracji dla uzyskania zbieznosci.
use_costs flag
costs structured Wtasciwo$¢ ustrukturyzowana. Obowiazujacy
format to lista ztozona z 3 wartosci: wartosci
rzeczywistej, wartosci przewidywanej i kosztu,
gdyby ta predykcja byta btedna. Na przyktad:
tree.setProperty Value("costs", [["drugA",
"drugB", 3.0], ["drugX", "drugY", 4.0]])
default_cost_increase none Uwaga: wlaczona tylko w przypadku
linear porzadkowych zmiennych przewidywanych.
square
custom Okresla wartosci domyslne w macierzy kosztow.
calculate_conf flag
display_rule_id flag Dodaje do wynikow oceniania zmienna
okreslajaca identyfikator we¢zta koncowego, do
ktérego przypisany jest kazdy rekord.

Wtasciwosci wezla twostepnode

Wezet Dwustopniowa korzysta z dwustopniowej metody grupowania. Pierwszy krok stanowi pojedynczy
przebieg danych z mysla o kompresji surowych danych wejsciowych w tatwy w zarzadzaniu zestaw
podgrup. Drugi krok korzysta z hierarchicznej metody grupowania w celu progresywnego scalania

podgrup w coraz wigksze grupy. Metoda Dwustopniowa oferuje korzysci wynikajace z automatycznego
szacowania optymalnej liczby grup na potrzeby danych szkoleniowych. Pozwala ona skutecznie
obstugiwac mieszane typy zmiennych i duze zbiory danych.

Przyktad

node

node.
.setPropertyValue("inputs", ["Age", "K", "Na", "BP"])
node.
node.
node.
node.
.setPropertyValue("exclude outliers", True)
node.
node.
node.
node.
node.
node.

node

node

= stream.create("twostep", "My node")
setPropertyValue("custom fields", True)

setPropertyValue("partition", "Test")
setPropertyValue("use_model_name", False)
setPropertyValue("model_name", "TwoStep Drug")
setPropertyValue("use partitioned data", True)

setPropertyValue("cluster_label", "String")
setPropertyValue("label prefix", "TwoStep_ ")
setPropertyValue("cluster_num_auto", False)
setPropertyValue("max_num clusters", 9)
setPropertyValue("min_num clusters", 3)
setPropertyValue("num_clusters", 7)
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Tabela 153. wlasciwosci wezta twostepnode

Wilasciwosci wezla twostepnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

inputs

[fieldl ... fieldN]

Modele Dwustopniowa korzystaja z listy
zmiennych wejsciowych, ale nie maja zmiennych
przewidywanych. Zmienne wagi i czgstosci nie
sa rozpoznawane. Wigcej informacji mozna
znalezé w temacie [ Wspolne whasciwosci|
[weztéw modelowania” na stronie 179|

standardize flag
exclude_outliers flag
percentage number
cluster_num_auto flag
min_num_clusters number
max_num_clusters number
num_clusters number
cluster_label String

Number
label_prefix string
distance_measure Euclidean

Loglikelihood
clustering_criterion AIC

BIC

Wiasciwosci wezta twostepAS

Tabela 154. Wtasciwosci wezta twostepAS

Procedura Dwustopniowa analiza skupien jest narzedziem eksploracyjnym shuzacym do ujawniania
wystgpowania w zbiorze danych naturalnych zgrupowan (lub skupien), ktore nie sa widoczne w inny
sposob. Algorytm stosowany przez tg procedurg ma kilka cech, ktore odrdzniaja go od tradycyjnych
metod grupowania. Do tych cech nalezy obstuga zmiennych jakosciowych i ciagtych, automatyczny
wybor liczby skupien oraz skalowalnos¢.

Wiasciwosci wezla twostepAS Wartosci Opis wlasciwosci
inputs [f1 ... fN] Modele Dwustopniowa analiza
skupien korzystaja z listy
zmiennych wejsciowych, ale nie
maja zmiennych
przewidywanych. Zmienne wagi i
czgstos$ci nie sa rozpoznawane.
use_predefined_roles Boolean Domys$lnie=True
use_custom_field_assignments Boolean Domyslnie=False
cluster_num_auto Boolean Domys$lnie=True
min_num_clusters integer Domys$lnie=2
max_num_clusters integer Domyslnie=15
num_clusters integer Domyslnie=5
clustering_criterion AIC
BIC
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Tabela 154. Wtasciwosci wezta twostepAS (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla twostepAS

Wartosci

Opis wlasciwosci

automatic_clustering_method

use_clustering_criterion_setting

Distance_jump
Minimum
Maksimum

feature_importance_method

use_clustering_criterion_setting

effect_size

use_random_seed Boolean
random_seed integer
distance_measure Euclidean

Loglikelihood
include_outlier_clusters Boolean Domyslnie=True
num_cases_in_feature_tree_leaf_is_less_than |integer Domyslnie=10
top_perc_outliers integer Domyslnie=5
initial_dist_change_threshold integer Domys$lnie=0
leaf_node_maximum_branches integer Domy$lnie=8
non_leaf_node_maximum_branches integer Domyslnie=8
max_tree_depth integer Domys$lnie=3
adjustment_weight_on_measurement_level integer Domyslnie=6
memory_allocation_mb number Domyélnie=512
delayed_split Boolean Domyslnie=True
fields_to_standardize [f1 ... fN]
adaptive_feature_selection Boolean Domyslnie=True
featureMisPercent integer Domys$lnie=70
coefRange number Domys$lnie=0,05
percCasesSingleCategory integer Domys$lnie=95
numCases integer Domys$lnie=24
include_model_specifications Boolean Domyslnie=True
include_record_summary Boolean Domyslnie=True
include_field_transformations Boolean Domyslnie=True
excluded_inputs Boolean Domys$lnie=True
evaluate_model_quality Boolean Domyslnie=True
show_feature_importance bar chart Boolean Domyslnie=True
show_feature_importance_ word_cloud Boolean Domyslnie=True
show_outlier_clusters Boolean Domyslnie=True
interactive_table_and_chart
show_outlier_clusters_pivot_table Boolean Domyslnie=True
across_cluster_feature_importance Boolean Domyslnie=True
across_cluster_profiles_pivot_table Boolean Domyslnie=True
withinprofiles Boolean Domyslnie=True
cluster_distances Boolean Domyslnie=True
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Tabela 154. Wtasciwosci wezta twostepAS (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla twostepAS Wartosci Opis wlasciwosci
cluster_label String

Number
label_prefix String
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Rozdziat 14. Wiasciwosci wezta modelu uzytkowego

Wezty modeli uzytkowych maja te same wlasciwosci wspdlne, co pozostate wezty. Wigcej informacji mozna znalez¢ w

temacie [“Wspolne whasciwosci weztéw” na stronie 69|

Wiasciwosci wezta applyanomalydetectionnode

Wezty modelowania Wykrywanie anomalii moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Wykrywanie
anomalii. Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyanomalydetectionnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o
skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[‘whasciwosci anomalydetectionnode wezta” na stronie 179

Tabela 155. Wtasciwosci wezta applyanomalydetectionnode

Wilasciwosci wezla

applyanomalydetectionnode Wartosci Opis wlasciwosci

anomaly_score_method FlagAndScore Okresla, jakie wyniki beda generowane przy ocenianiu.
FlagOnly
ScoreOnly

num_fields integer Zmienne do ujgcia w raporcie.

discard_records flag Okresla, czy rekordy maja by¢ usuwane z danych

wejsciowych, czy nie.
discard_anomalous_records flag Wskazuje, czy odrzucac¢ rekordy bedace anomaliami,

czy niebedqce anomaliami. Wartos¢ domy$lna off
oznacza, ze odrzucane sa rekordy niebedqce
anomaliami. Warto$¢ on powoduje, ze odrzucane beda
rekordy bedace anomaliami. Ta wlasciwos¢ jest
wlaczona tylko wtedy, gdy wlaczona jest wtasciwosé
discard_records.

Wiasciwosci wezta applyapriorinode

Wezty modelowania Apriori moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Apriori. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applyapriorinode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta

modelowania, patrz[‘Wtasciwosci wezta apriorinode” na stronie 181

Tabela 156. Wtasciwosci wezta applyapriorinode

Wilasciwosci wezla applyapriorinode Wartosci Opis wlasciwosci
max_predictions number (integer)
ignore_unmatached flag
allow_repeats flag
check_basket NoPredictions
Predictions
NoCheck
criterion Confidence
Support
RuleSupport
Lift
Deployability
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Wiasciwosci wezta applyassociationrulesnode

Wezty modelowania Reguly asocjacyjne moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych regut asocjacyjnych.
Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyassociationrulesnode. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowej
obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci wezta associationrulesnode” na stronie 182]

Tabela 157. Wtasciwosci wezta applyassociationrulesnode

Wiasciwosci wezla

Rulesupport

Lift
Conditionsupport
Deployability

applyassociationrulesnode Typ danych Opis wlasciwosci

max_predictions integer Maksymalna liczba regut, ktéra moze by¢ stosowana do
kazdej zmiennej wejSciowej przy ocenie.

criterion Confidence Wybiera miarg, ktora bedzie uzywana w celu okreslenia

sity regut.

allow_repeats

Boolean

Okresla, czy reguly o tej samej predykcji beda
uwzgledniane w ocenie.

check_input

NoPredictions
Predictions
NoCheck

Wiasciwosci wezta applyautoclassifiernode

Wezty modelowania Auto Klasyfikacja moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Auto Klasyfikacja.
Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyautoclassifiernode. Aby uzyska¢ wiecej informacji o skryptowej
obstudze samego wezta modelowania, patrz |“W%aéciwoéci wezta autoclassifiernode” na stronie 184|

Tabela 158. Wtasciwosci wezta applyautoclassifiernode

Wiasciwosci wezla
applyautoclassifiernode Warto$ci Opis wlasciwosci
flag_ensemble_method Voting Okres$la metode wyznaczania oceny
ConfidenceWeightedVoting zespolenia. To ustawienie obowiazuje
RawPropensityWeightedVoting tylko wtedy, gdy wybrana zmienna
HighestConfidence docelowa jest zmienna typu flaga.
AverageRawPropensity
flag_voting_tie_selection Random Jesli wybrana jest metoda gtosowania,
HighestConfidence okresla sposdb rozstrzygania powiazan.
RawPropensity To ustawienie obowiazuje tylko wtedy,
gdy wybrana zmienna docelowa jest
zmienna typu flaga.
set_ensemble_method Voting Okresla metode wyznaczania oceny
ConfidenceWeightedVoting zespolenia. To ustawienie obowiazuje
HighestConfidence tylko wtedy, gdy wybrana zmienna
docelowa jest zmienna typu zbior.
set_voting_tie_selection Random Jesli wybrana jest metoda gtosowania,
HighestConfidence okresla sposdb rozstrzygania powiazan.
To ustawienie obowiazuje tylko wtedy,
gdy wybrana zmienna docelowa jest
zmienng nominalna.
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Wiasciwosci wezta applyautoclusternode

Wezty modelowania Auto Klasyfikacja moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Auto Klasyfikacja.
Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyautoclusternode. Ten model uzytkowy nie ma innych wtasciwosci.
Aby uzyskaé wiecej informaciji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz [“Wiasciwosci weztal
hutoclusternode” na stronie 186|

Wiasciwosci wezta applyautonumericnode

Wezty modelowania Auto Predykcja moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Auto Predykcja. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyautonumericnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowe;j
obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci wezta autonumericnode” na stronie 188

Tabela 159. Wtasciwosci wezta applyautonumericnode

Wilasciwosci wezla
applyautonumericnode Wartosci Opis wlasciwosci

calculate_standard_error flag

Wiasciwosci wezta applybayesnetnode

Wezty modelowania sieci bayesowskiej moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Sie¢ bayesowska. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe wezlta applybayesnetnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowe;j
obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wlasciwosci wezta bayesnetnode” na stronie 189

Tabela 160. Wiasciwosci wezta applybayesnetnode.

Wiasciwosci wezla

applybayesnetnode Wartosci Opis wlasciwosci
all_probabilities flag

raw_propensity Slag

adjusted_propensity flag

calculate_raw_propensities flag

calculate_adjusted_propensities flag

Wiasciwosci wezta applyc50node

Wezty modelowania C5.0 moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych C5.0. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applyc50node. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz|“W%aéciwoéci wezta ¢50node” na stronie 191[

Tabela 161. Wiasciwosci wezta applyc50node

Wiasciwosci wezla applyc50node Wartosci Opis wlasciwosci

sgl_generate udf Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
Never SQL podczas wykonywania zestawu regut.
NoMissingValues Wartos¢ domy$lna to udf.

calculate_conf flag Dostepna, gdy wlaczone jest generowanie kodu

SQL; ta wlasciwos¢ dotyczy obliczen ufnosci w
wygenerowanym drzewie.

calculate_raw_propensities flag

calculate_adjusted_propensities flag
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Wiasciwosci wezta applycarmanode

Wezty modelowania CARMA moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych CARMA. Ten model uzytkowy
w skryptach nosi nazwe¢ applycarmanode. Ten model uzytkowy nie ma innych wlasciwosci. Aby uzyskac wigcej
informaciji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwoéci wezta carmanode” na stronie 192}

Wiasciwosci wezta applycartnode

Wezty modelowania C&R Tree moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych C&R Tree. Ten model
uzytkowy w skryptach nosi nazwe applycartnode. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz[“Wtasciwosci wezta cartnode” na stronie 193]

Tabela 162. Wtasciwosci wezta applycartnode

Wilasciwosci wezla applycartnode Wartosci Opis wlasciwosci
enable_sqgl_generation Never Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
MissingValues SQL podczas wykonywania zestawu regul.

NoMissingValues

calculate_conf flag Dostgpna, gdy wiaczone jest generowanie kodu
SQL; ta wlasciwos¢ dotyczy obliczen ufnosci w
wygenerowanym drzewie.

display_rule_id flag Dodaje do wynikéw oceniania zmienna
okreslajaca identyfikator we¢zta koncowego, do
ktdrego przypisany jest kazdy rekord.

calculate_raw_propensities flag

calculate_adjusted_propensities flag

Wiasciwosci wezta applychaidnode

Wezty modelowania CHAID moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych CHAID. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applychaidnode. Aby uzyskac wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz[“Wiasciwo$ci wezta chaidnode” na stronie 196]

Tabela 163. Wtasciwosci wezta applychaidnode

Wiasciwosci wezla applychaidnode | Wartosci Opis wlasciwosci

enable_sql_generation Never Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
MissingValues SQL podczas wykonywania zestawu regut.

calculate_conf flag

display_rule_id flag Dodaje do wynikow oceniania zmienna

okreslajaca identyfikator wezta koncowego, do
ktdrego przypisany jest kazdy rekord.

calculate_raw_propensities flag

calculate_adjusted_propensities flag
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Wiasciwosci wezta applycoxregnode

Wezty modelowania Coxa moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Coxa. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applycoxregnode. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz[Wlasciwosci wezta coxregnode” na stronie 198}

Tabela 164. Wtasciwosci wezta applycoxregnode

Wiasciwosci wezla applycoxregnode | Wartosci Opis wlasciwosci
future_time_as Intervals
Fields
time_interval number
num_future_times integer
time_field field
past_survival_time field
all_probabilities flag
cumulative_hazard flag

Wiasciwosci wezta applydecisionlisthode

Wezty modelowania Lista decyzyjna moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Lista decyzyjna. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applydecisionlistnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze
samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci wezta decisionlistnode” na stronie 199|

Tabela 165. Wtasciwosci wezta applydecisionlistnode

Wiasciwosci wezla
applydecisionlistnode Wartosci Opis wlasciwosci

enable_sqgl_generation flag Wartos¢ true powoduje, ze IBM SPSS Modeler
bedzie zlecat przetwarzanie modelu Lista
decyzyjna serwerowi SQL.

calculate_raw_propensities flag

calculate_adjusted_propensities flag

Wiasciwosci wezta applydiscriminantnode

Wezty modelowania Analiza dyskryminacyjna moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Analiza
dyskryminacyjna. Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applydiscriminantnode. Aby uzyskac¢ wigcej
%rmacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[‘Whasciwosci wezla discriminantnode” na stronie|
01

Tabela 166. Wtasciwosci wezta applydiscriminantnode

Wiasciwosci wezla

applydiscriminantnode Wartosci Opis wlasciwosci
calculate_raw_propensities flag

calculate_adjusted_propensities flag
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Wiasciwosci wezta applyextension

Wezly budowania Extension moga by¢ uzywane do generowania
@__, modeli uzytkowych Extension. Ten model uzytkowy w skryptach
- nosi nazwe applyextension. Aby uzyskac¢ wigcej informacji o
skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz
[“Wtasciwosci wezta extensionmodelnode” na stronie 202}

Python for Spark — przyktad

#### przyktad skryptu w jezyku Python for Spark
applyModel = stream.findByType("extension_apply", None)

score_script = """

import json

import spss.pyspark.runtime

from pyspark.mllib.regression import LabeledPoint
from pyspark.ml1ib.linalg import DenseVector

from pyspark.mllib.tree import DecisionTreeModel

from pyspark.sql.types import StringType, StructField

cxt = spss.pyspark.runtime.getContext()

if cxt.isComputeDataModelOnly():
_schema = cxt.getSparkInputSchema()
_schema.fields.append(StructField("Prediction", StringType(), nullable=True))
cxt.setSparkOutputSchema(_schema)

else:
df = cxt.getSparkInputData()

_modelPath = cxt.getModelContentToPath("TreeModel")
metadata = json.loads(cxt.getModelContentToString("model.dm"))

schema = df.dtypes|[:]
target = "Drug"
predictors = ["Age","BP","Sex","Cholesterol","Na","K"]

Tookup = {}
for i in range(0,len(schema)):
Tookup[schema[i][0]] = i

def row2LabeledPoint(dm,lookup,target,predictors,row):
target_index = lookup[target]
tval = dm[target_index].index(row[target_index])
pvals = []
for predictor in predictors:
predictor_index = Tookup[predictor]
if isinstance(dm[predictor_index],list):
pval = row[predictor_index] in dm[predictor_index] and
dm[predictor_index] .index(row[predictor_index]) or -1
else:
pval = row[predictor_index]
pvals.append(pval)
return LabeledPoint(tval, DenseVector(pvals))

# konwersja Dataframe do RDD z LabeledPoint

Tps = df.rdd.map(Tambda row: row2LabeledPoint(metadata,lookup,target,predictors,row))
treeModel = DecisionTreeModel.load(cxt.getSparkContext(), _modelPath);

# ocena modelu, utworzenie RDD z wytacznie wartoSciami typu double

predictions = treeModel.predict(1ps.map(lambda Tp: T1p.features))

def addPrediction(x,dm,lookup,target):
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result = []

for _idx in range(0, len(x[0])):
result.append(x[0][_idx])

result.append(dm[lookup[target]] [int(x[1])])

return result

_schema = cxt.getSparkInputSchema()

_schema.fields.append(StructField("Prediction", StringType(), nullable=True))
rdd2 = df.rdd.zip(predictions).map(Tambda x:addPrediction(x, metadata, lookup, target))

outDF = cxt.getSparkSQLContext().createDataFrame(rdd2, _schema)

cxt.setSparkOutputData(outDF)

applyModel.setPropertyValue("python_syntax", score_script)

Przyktad w jezyku R

#### przyktad skryptu w jezyku R
applyModel.setPropertyValue("r_syntax",
result<-predict(modelerModel,newdata=modelerData)
modelerData<-cbind(modelerData,result)

varl<-c(fieldName="NaPrediction",fieldLabel="",fieldStorage="real",fieldMeasure="",

fieldFormat="",fieldRole="")
modelerDataModel<-data.frame (mode] erDataModel ,Var‘l) nn ||)

Tabela 167. Wiasciwosci wezta applyextension

LogicalValues

Wiasciwosci weztaapplyextension WartoSci Opis wlasciwosci

r_syntax string Komendy skryptu R realizujace oceng
modelu.

python_syntax string Komendy skryptu Python realizujace
ocene modelu.

use_batch_size flag Wilacza przetwarzanie wsadowe.

batch_size integer Okresl liczbe rekordow danych, ktore
maja by¢ uwzglednione w kazdej partii.

convert_flags StringsAndDoubles Opcja przeksztalcania zmiennych typu

flaga.

convert_missing flag Opcja przeksztatcania brakow danych na
wartosci R NA.
convert_datetime flag Opcja przeksztatcania zmiennych o
formacie daty lub daty/czasu na formaty
daty/czasu jezyka R.
convert_datetime_class POSIXct Opcje okreslajace format docelowy, na
POSIXIt ktory przeksztatcane sa zmienne w

formacie daty i daty/czasu.

Wiasciwosci wezta applyfactornode

Wezty modelowania Redukcja wymiaréw moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Redukcja

wiasciwos$ci. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz

wymiardw. Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyfactornode. Ten model uzytkowy nie ma innych

wezta factornode” na stronie 205
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Wiasciwosci wezta applyfeatureselectionnode

Wezty modelowania Dobor predyktorow moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Dobér predyktorow.
Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyfeatureselectionnode. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowe;j
obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci wezta featureselectionnode” na stronie 206]

Tabela 168. Wtasciwosci wezta applyfeatureselectionnode

Wiasciwosci wezla
applyfeatureselectionnode Wartosci Opis wlasciwosci

selected_ranked_fields Okresla, ktore pola rangowane sa zaznaczone w
przegladarce modelu.

selected_screened_fields Okresla, ktore pola monitorowane sa zaznaczone
w przegladarce modelu.

Wtasciwosci wezla applygeneralizedlinearnode

Wezty modelowania Uogolnione modele liniowe (GENLIN) moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych
Uogolnione modele liniowe (GENLIN). Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazw¢ applygeneralizedlinearnode.
Aby uzyskaé wiccej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz [“Wiasciwosci weztal
genlinnode” na stronie 208]

Tabela 169. Wtasciwosci wezta applygeneralizedlinearnode

Wilasciwosci wezla

applygeneralizedlinearnode Wartosci Opis wlasciwosci
calculate_raw_propensities flag

calculate_adjusted_propensities flag

Wiasciwosci wezta applygimmnode

Wezty modelowania GLMM moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych GLMM. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applyglmmnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz[“Wiasciwo$ci wezta glmmnode” na stronie 211}

Tabela 170. Wtasciwosci wezta applygimmnode

Wiasciwosci wezla applyglmmnode | Wartosci Opis wlasciwosci
confidence onProbability Podstawa obliczania wspétczynnika ufnosci
onincrease oceny: najwyzsze przewidywane

prawdopodobienstwo albo réznica migdzy
najwyzszym a drugim co do wielkosci
prawdopodobienstwem.

score_category_probabilities flag Warto$¢ True powoduje generowanie
przewidywanych prawdopodobienstw dla
jakosciowych zmiennych przewidywanych. Dla
kazdej kategorii tworzona jest jedna zmienna.
Domyslna warto$cia jest False.

max_categories integer Maksymalna liczba kategorii, dla ktorych maja
by¢ przewidywane prawdopodobienstwa.
Uzywana tylko wtedy, gdy
score_category_probabilities ma wartos¢
True.
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Tabela 170. Wtasciwosci wezta applyglmmnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla applyglmmnode | Wartosci Opis wlasciwosci

score_propensity flag Warto$¢ True powoduje generowanie surowych
ocen sktonnosci (prawdopodobienstwo wyniku
»prawdziwego”) dla modeli ze zmiennymi
przewidywanymi typu flaga. Jesli obowiazuja
podzbiory, generowane sa takze skorygowane
oceny sktonnosci na podstawie podzbioru
testowego. Domyslna wartoscia jest False.

enable_sqgl_generation udf Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
native SQL podczas wykonywania strumienia. Mozna
zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzi¢ ja za
pomoca adaptera SPSS® Modeler Server scoring
adapter (jesli dostepne jest potaczenie z baza
danych majaca zainstalowany adapter) lub
przeprowadzi¢ oceng w programie SPSS
Modeler.

Wartos¢ domyslna to udf.

Wiasciwosci wezta applygle

Wezty modelowania GLE moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych GLE. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applygle. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania,
patrz[“Wiasciwosci wezta gle” na stronie 215}

Tabela 171. Wiasciwosci wezta applygle

Wiasciwosci wezla applygle Wartosci Opis wlasciwosci
enable_sql_generation udf Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
native SQL podczas wykonywania strumienia. Mozna

zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzi¢ ja za
pomoca adaptera SPSS Modeler Server (jesli
dostepne jest polaczenie z baza danych majaca
zainstalowany adapter) albo przeprowadzi¢
oceng w programie SPSS Modeler.

Wiasciwosci applygmm

Wezel Mieszanina rozkladow Gaussa moze by¢ uzywany do generowania modeli uzytkowego Mieszanina rozktadow
Gaussa. Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applygmm. Ten model uzytkowy nie ma innych wtasciwosci.
Abi uziskaé wiecej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wlasciwosci wezta gmm”]|

Wiasciwosci wezta applykmeansnode

Wezty modelowania K-$rednie moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych K-srednie. Ten model
uzytkowy w skryptach nosi nazwe applykmeansnode. Ten model uzytkowy nie ma innych wlasciwosci. Aby uzyskac
wiecej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wlasciwosci wezta kmeansnode” nal
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Wiasciwosci wezta applyknnnode

Wezty modelowania KNN moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych KNN. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applyknnnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz[Wlasciwosci wezta knnnode” na stronie 221|

Tabela 172. Wiasciwosci wezta applyknnnode

Wiasciwosci wezla applyknnnode Wartos$ci Opis wlasciwosci
all_probabilities flag
save_distances flag

Wiasciwosci wezta applykohonennode

Wezty modelowania Sie¢ Kohonena moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Sie¢ Kohonena. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazweg applykohonennode. Ten model uzytkowy nie ma innych wtasciwosci. Aby

uzyska¢ wiecej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci wezta c50node” nal
h tronie 191

Wiasciwosci wezta applylinearnode

Wezty modelowania Liniowy moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Liniowy. Ten model uzytkowy
w skryptach nosi nazwe wezla applylinearnode. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezla
modelowania, patrz |“W%aéciwoéci wezla linearnode” na stronie 224l

Tabela 173. Wtasciwosci wezta applylinearnode

Wiasciwosci wezla linear Wartosci Opis wlasciwosci

use_custom_name flag

custom_name string

enable_sql_generation udf Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
native SQL podczas wykonywania strumienia. Mozna
puresq| zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzi¢ ja za

pomoca adaptera SPSS® Modeler Server scoring
adapter (jesli dostepne jest potaczenie z baza
danych majaca zainstalowany adapter),
przeprowadzi¢ oceng w programie SPSS Modeler
lub zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzi¢ ja
za pomoca SQL.

Warto$¢ domyslna to udf.

Wiasciwosci wezta applylinearasnode

Wezty modelowania Liniowy-AS moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Liniowy-AS. Ten model
uzytkowy w skryptach nosi nazwe wezla applylinearasnode. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowej obstudze
samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwoéci wezta linearasnode” na stronie 225

Tabela 174. Wtasciwosci wezta applylinearasnode

Wilasciwosci wezla

applylinearasnode Wartosci Opis wlasciwosci

enable_sql_generation udf Warto$¢ domyslna to udf.
native
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Wiasciwosci wezta applylogregnode

Wezty modelowania Regresja logistyczna moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Regresja
logistyczna. Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applylogregnode. Aby uzyskaé wigcej informacji o
skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Whasciwosci wezta logregnode” na stronie 226}

Tabela 175. Wtasciwosci wezta applylogregnode

Wiasciwosci wezla applylogregnode | Wartosci Opis wlasciwosci
calculate_raw_propensities flag
calculate_conf flag
enable_sql_generation flag

Wiasciwosci wezta applylsvmnode

Wezty modelowania LSVM moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych LSVM. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applylsvmnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obsludze samego wezta
modelowania, patrz[“Wiasciwo$ci wezta Isvmnode” na stronie 230}

Tabela 176. Wiasciwosci wezta applylsvmnode

Wiasciwosci wezla applylsvmnode Wartosci Opis wlasciwosci
calculate_raw_propensities flag Okresla, czy maja by¢ obliczane surowe oceny
sktonnosci.
enable_sqgl_generation udf Okresla, czy ocenianie ma by¢ wykonywane przy
native uzyciu komponentu Scoring Adapter (jesli jest
zainstalowany) lub w ramach procesu, czy tez poza
baza danych.

Wiasciwosci wezla applyneuralnetnode

Wezty modelowania Sie¢ neuronowa moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Sie¢ neuronowa. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyneuralnetnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze
samego wezta modelowania, patrz[Wiasciwosci wezta neuralnetnode” na stronie 231}

Przestroga: W tej wersji produktu dostepna jest nowa wersja modelu uzytkowego sieci neuronowej, ktéra oferuje
udoskonalone funkcje. Zostata ona opisana w nastgpnej sekcji (applyneuralnetwork). Mimo ze poprzednia wersja jest
nadal dostgpna, zalecamy zaktualizowanie skryptow tak, by korzystaly z nowej wersji. Opis poprzedniej wersji zostat
tutaj zamieszczony w celach referencyjnych, ale wersja ta przestanie by¢ obstugiwana w przysztej wersji produktu.

Tabela 177. Wiasciwosci wezta applyneuralnetnode

Wiasciwosci wezla
applyneuralnetnode Wartosci Opis wlasciwosci

flag Dostepna, gdy wlaczone jest generowanie kodu
SQL; ta wlasciwos¢ dotyczy obliczen ufnosci w
wygenerowanym drzewie.

calculate_conf

enable_sql_generation flag
nn_score_method Difference
SoftMax
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
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Wiasciwosci wezta applyneuralnetworknode

Wezty modelowania Sie¢ neuronowa moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Sie¢ neuronowa. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe wezla applyneuralnetworknode. Aby uzyskac wigcej informacji o skryptowe;j
obstudze samego wezta modelowania, patrz[Wiasciwosci wezta neuralnetworknode |

Tabela 178. Wtasciwosci wezta applyneuralnetworknode

Wiasciwosci wezla

applyneuralnetworknode Wartosci Opis wlasciwosci

use_custom_name flag

custom_name string

confidence onProbability
onincrease

score_category_probabilities flag

max_categories number

score_propensity flag

enable_sqgl_generation udf Shuzy do ustawiania opcji generowania kodu
native SQL podczas wykonywania strumienia. Mozna
puresq| zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzic ja za

pomoca adaptera SPSS® Modeler Server scoring
adapter (jesli dostepne jest potaczenie z baza
danych majaca zainstalowany adapter),
przeprowadzi¢ oceng w programie SPSS Modeler
lub zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzi¢ ja
za pomoca SQL.

Wartos¢ domyslna to udf.

Wiasciwosci applyocsvmnode

Weztow SVM z jedna klasa mozna uzywac do generowania modeli uzytkowych SVM z jedna klasa. Ten model
uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyocsvmnode. Ten model uzytkowy nie ma innych wlasciwosci. Aby uzyskac
wiecej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[Wiasciwosci ocsvmnode” na stronie 348|

Wiasciwosci wezta applyquestnode

Wezty modelowania QUEST moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych QUEST. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applyquestnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz[“Wlasciwosci wezta questnode” na stronie 233|

Tabela 179. Wtasciwosci wezta applyquestnode

Wilasciwosci wezla applyquestnode | Wartosci Opis wlasciwosci
enable_sqgl_generation Never Shuzy do ustawiania opcji generowania kodu
MissingValues SQL podczas wykonywania zestawu regul.
NoMissingValues
calculate_conf flag
display_rule_id flag Dodaje do wynikow oceniania zmienna
okreslajaca identyfikator wezta koncowego, do
ktérego przypisany jest kazdy rekord.
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag
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Wtasciwosci wezta applyr

Wezty budowania R moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych R. Ten model uzytkowy w skryptach nosi
nazwe applyr. Aby uzyskac wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz
wezta buildr” na stronie 190]

Tabela 180. Wiasciwosci wezta applyr

Wiasciwosci wezta applyr Wartosci Opis wlasciwosci
score_syntax string Komendy skryptu R realizujace oceng
modelu.
convert_flags StringsAndDoubles Opcja przeksztalcania zmiennych typu
LogicalValues flaga.
convert_datetime flag Opcja przeksztatcania zmiennych o
formacie daty lub daty/czasu na formaty
daty/czasu jezyka R.
convert_datetime_class POSIXct Opcje okres$lajace format docelowy, na
POSIXIt ktory przeksztatcane sa zmienne w
formacie daty i daty/czasu.
convert_missing flag Opcja przeksztatcania brakéw danych na
wartosci R NA.
use_batch_size flag Wiacza przetwarzanie wsadowe.
batch_size integer Okresla liczbe rekordow danych w kazdej

partii do przetworzenia wsadowego

Wiasciwosci wezta applyrandomtrees

Wezty modelowania Drzewa losowe moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Drzewa losowe. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyrandomtrees. Aby uzyskac¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze
samego wezta modelowania, patrz|“Wiasciwosci wezta randomtrees” na stronie 237

Tabela 181. Wtasciwosci wezta applyrandomtrees

Wiasciwosci wezla

applyrandomtrees Wartosci Opis wlasciwosci
calculate_conf flag Ta wlasciwos¢ dotyczy obliczen ufnosci w
wygenerowanym drzewie.
enable_sql_generation udf Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
native SQL podczas wykonywania strumienia. Mozna

zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzic ja za
pomoca adaptera SPSS Modeler Server (jesli
dostepne jest polaczenie z baza danych majaca
zainstalowany adapter) albo przeprowadzi¢
oceng w programie SPSS Modeler.

Wiasciwosci wezta applyregressionnode

Wezty modelowania Regresja liniowa moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Regresja liniowa. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyregressionnode. Ten model uzytkowy nie ma innych wlasciwosci. Aby
uzyskaé wiecej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz [“Wiasciwosci weztal
fegressionnode” na stronie 238|
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Wiasciwosci wezta applyselflearningnode

Wezty modelowania odpowiedzi samonauczania (SLRM) moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych

SLRM. Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazweg applyselflearningnode. Aby uzyska¢ wiecej informacji o
skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci wezta slrmnode” na stronie 242}

Tabela 182. Wtasciwosci wezta applyselflearningnode

Wiasciwosci wezla

applyselflearningnode Wartosci Opis wlasciwosci

max_predictions number

randomization number

scoring_random_seed number

sort ascending Okresla, czy jako pierwsze beda wyswietlane oferty
descending Z najwyzszym, czy z najnizszym wynikiem.

model_reliability flag Powoduje uwzglednienie opcji niezawodnosci

modelu na karcie Ustawienia.

Wiasciwosci wezta applysequencenode

Wezty modelowania Numer moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Numer. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applysequencenode. Ten model uzytkowy nie ma innych wlasciwosci. Aby uzyska¢ wiecej

informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[*Wiasciwosci wezta sequencenode” na stroniel

Wiasciwosci wezta applysvmnode

Wezty modelowania SVM moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych SVM. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe applysvmnode. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz[“Wiasciwoéci wezta svmnode” na stronie 246}

Tabela 183. Wtasciwosci wezta applysvmnode

Wiasciwosci wezla applysvmnode Wartosci Opis wlasciwosci
all_probabilities flag
calculate_raw_propensities flag
calculate_adjusted_propensities flag

Wiasciwosci wezta applystpnode

Wezta modelowania STP mozna uzy¢ do wygenerowania powiazanego modelu uzytkowego, ktory prezentuje wyniki
modelu w oknie wynikowym. Ten model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applystpnode. Aby uzyskaé wigcej
informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz [“Wiasciwosci wezta stpnode” na stronie 243}

Tabela 184. Wtasciwosci wezta applystpnode

Wiasciwosci wezla applystpnode | Typ danych Opis wlasciwosci

uncertainty_factor Boolean Minimum 0, maksimum 100.
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Wiasciwosci wezta applytcmnode

Wezty modelowania Modelowanie przyczynowe szeregow czasowych (TCM) moga by¢ uzywane do generowania
modeli uzytkowych Modelowanie przyczynowe szeregdow czasowych (TCM). Ten model uzytkowy w skryptach nosi

nazwe applytcmnode. Aby uzyskaé wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz
[‘Whasciwosci wezta temnode” na stronie 247

Tabela 185. Wtasciwosci wezta applytcmnode

Wiasciwosci wezla applytcmnode Wartosci Opis wlasciwosci
ext_future boolean

ext_future_num integer

noise_res boolean

conf_limits boolean

target_fields list

target_series list

Wiasciwosci wezta applyts

Wezel modelowania Szereg czasowy moga by¢ uzywany do generowania modelu uzytkowego Szereg czasowy. Ten

model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyts. Aby uzyska¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezla
modelowania, patrz[“Wiasciwoéci wezta ts” na stronie 251|

Tabela 186. Wtasciwosci wezta applyts

Wiasciwosci wezla applyts WartoSci Opis wlasciwosci
extend_records_into_future Boolean

ext_future_num integer

compute_future_values_input Boolean

forecastperiods integer

noise_res boolean

conf_limits boolean

target_fields list

target_series list

includeTargets field

Wiasciwosci wezta applytimeseriesnode (zdeprecjonowanego)

Wezet modelowania Szereg czasowy moga by¢ uzywany do generowania modelu uzytkowego Szereg czasowy. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applytimeseriesnode. Aby uzyskac¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze
samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci wezta timeseriesnode (zdeprecjonowanego)” na stronie 253|

Tabela 187. Wiasciwosci wezta applytimeseriesnode.

Wiasciwosci wezla applytimeseriesnode | Wartosci Opis whasciwosci
calculate_conf flag
calculate_residuals flag
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Wtasciwosci wezla applytreeas

Wezty modelowania Drzewo-AS moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Drzewo-AS. Ten model
uzytkowy w skryptach nosi nazwe applytreenas. Aby uzyskac¢ wigcej informacji o skryptowej obstudze samego wezta
modelowania, patrz[“Wiasciwoéci wezla treeas” na stronie 257|

Tabela 188. Wtasciwosci wezta applytreeas

Wiasciwosci wezla applytreeas Warto$ci Opis wlasciwosci

calculate_conf flag Ta whasciwos¢ dotyczy obliczen ufnosci w
wygenerowanym drzewie.

display_rule_id flag Dodaje do wynikow oceniania zmienna
okreslajaca identyfikator wezta koncowego, do
ktérego przypisany jest kazdy rekord.

enable_sql_generation udf Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
native SQL podczas wykonywania strumienia. Mozna
zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzi¢ ja za
pomoca adaptera SPSS Modeler Server (jesli
dostepne jest potaczenie z baza danych majaca
zainstalowany adapter) albo przeprowadzi¢
oceng w programie SPSS Modeler.

Wiasciwosci wezta applytwostepnode

Wezty modelowania Dwustopniowa moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych Dwustopniowa. Ten
model uzytkowy w skryptach nosi nazwe applytwostepnode. Ten model uzytkowy nie ma innych wlasciwosci. Aby

uzyska¢ wiecej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci wezta twostepnode™]
_a stronie 259

Wiasciwosci wezta applytwostepAS

Wezty modelowania TwoStep-AS moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych TwoStep-AS. Ten model
uzytkowy w skryptach nosi nazwe applytwostepAS. Aby uzyskaé wiecej informacji o skryptowej obstudze samego
wezta modelowania, patrz[“Whasciwosci wezla twostepAS” na stronie 260}

Tabela 189. Wiasciwosci wezta applytwostepAS

Wiasciwosci wezla applytwostepAS | Wartosci Opis wlasciwosci
enable_sql_generation udf Stuzy do ustawiania opcji generowania kodu
native SQL podczas wykonywania strumienia. Mozna

zleci¢ oceng bazie danych i przeprowadzi¢ ja za
pomoca adaptera SPSS® Modeler Server scoring
adapter (jesli dostepne jest potaczenie z baza
danych majaca zainstalowany adapter) lub
przeprowadzi¢ oceng w programie SPSS
Modeler.

Warto$¢ domy$lna to udf.

Wiasciwosci applyxgboosttreenode

Wezet XGBoost Tree moze by¢ uzywany do generowania modeli uzytkowych XGBoost Tree. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazweg applyxgboosttreenode. Ten model uzytkowy nie ma innych wlasciwosci. Aby uzyska¢ wigcej
informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[*Wiasciwos¢ xgboosttreenode” na stronie 355}
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Wtasciwosci applyxgboostlinearnode

Wezty XGBoost Linear moga by¢ uzywane do generowania modeli uzytkowych XGBoost Linear. Ten model
uzytkowy w skryptach nosi nazwe applyxgboostlinearnode. Ten model uzytkowy nie ma innych wtasciwosci. Aby

uzyska¢ wiecej informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[Whasciwosci xgboostlinearnode’|
_a stronie 354

Wiasciwosci hdbscannugget

Wezet HDBSCAN moze by¢ uzywany do generowania modeli uzytkowych HDBSCAN. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe hdbscannugget. Ten model uzytkowy nie ma innych wiasciwosci. Aby uzyskac wigcej
informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz[“Wiasciwosci hdbscannode” na stronie 344}

Wiasciwosci kdeapply

Wezet Modelowanie KDE moze by¢ uzywany do generowania modelu uzytkowego KDE. Ten model uzytkowy w
skryptach nosi nazwe kdeapply. Aby uzyskac informacji o skryptowej obstudze samego wezta modelowania, patrz

[‘Wiasciwosci kdemodel” na stronie 345|

Tabela 190. Wiasciwosci kdeapply

Wiasciwosci kdeapply

Typ danych

Opis wlasciwosci

outLogDensity

boolean

Okresl warto$¢ True albo False, aby uwzglednic¢
logarytm ggstosci w wynikach, albo wykluczy¢ go z
wynikow. Domyslna wartoscia jest False.

Rozdziat 14. Wiasciwosci wezta modelu uzytkowego 279
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Rozdziat 15. Wiasciwosci weztéw modelowania w bazie danych

IBM SPSS Modeler moze wspotpracowaé z narzedziami do eksploracji i modelowania danych oferowanymi przez
roéznych dostawcow baz danych, w tym z oprogramowaniem Microsoft SQL Server Analysis Services, Oracle Data
Mining, a takze IBM Netezza Analytics. W aplikacji IBM SPSS Modeler mozna budowac i ocenia¢ modele przy
uzyciu rodzimych algorytméw udostgpnianych przez te bazy dane. Do tworzenia modeli w bazach danych i operowania
na nich mozna tez wykorzystac jezyk skryptowy i wlasciwosci opisane w niniejszej sekcji.

Na przyktad ponizszy fragment skryptu ilustruje tworzenie modelu Microsoft Decision Trees za pomoca interfejsu
skryptowego programu IBM SPSS Modeler:

stream = modeler.script.stream()
msbuilder = stream.createAt("mstreenode", "MSBuilder", 200, 200)

msbuilder.setPropertyValue("analysis_server name", 'localhost')
msbuilder.setPropertyValue("analysis_database name", 'TESTDB')
msbuilder.setPropertyValue("mode", 'Expert')
msbuilder.setPropertyValue("datasource", 'LocalServer')
msbuilder.setPropertyValue("target", 'Drug')
msbuilder.setPropertyValue("inputs", ['Age', 'Sex'])
msbuilder.setPropertyValue("unique_field", 'IDX')
msbuilder.setPropertyValue("custom fields", True)
msbuilder.setPropertyValue("model_name", 'MSDRUG')

typenode = stream.findByType("type", None)

stream.link(typenode, msbuilder)

results = []

msbuilder.run(results)

msapplier = stream.createModelApplierAt(results[0], "Drug", 200, 300)
tablenode = stream.createAt("table", "Results", 300, 300)
stream.linkBetween(msapplier, typenode, tablenode)
msapplier.setPropertyValue("sql_generate", True)

tablenode.run([])

Wiasciwosci weztow zwigzanych z modelowaniem w bazie danych
Microsoft

Wtasciwosci weziéw zwigzanych z modelowaniem w bazie danych
Microsoft
Wiasciwosci wspdlne

Ponizsze wlasciwosci sa wspdlne dla niektdrych lub wszystkich wezidw modelowania w bazie danych firmy Microsoft.

Tabela 191. Wspdine wtasciwosci weztdw Microsoft

Wspolne wlasciwosci wezlow Microsoft | Wartosci Opis wlasciwosci

analysis_database_name string Nazwa bazy danych ustug Analysis Services.

analysis_server_name string Nazwa hosta ustug Analysis Services.

use_transactional_data flag Okresla, czy dane wejsciowe maja format tabelaryczny, czy
transakcyjny.

inputs list Zmienne wej$ciowe dla danych tabelarycznych.
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Tabela 191. Wspdine wiasciwosci weztow Microsoft (kontynuacja)

Wspolne wlasciwosci wezlow Microsoft | Wartosci Opis wlasciwosci

target field Zmienna przewidywana (nie ma zastosowania w przypadku
wezldw MS Clustering i Sequence Clustering).

unique_field field Zmienna kluczowa.

msas_parameters structured Parametry algorytmu. Wigcej informacji mozna znalez¢ w

temacie[‘Parametry algorytmu” na stronie 283|

with_drillthrough flag Z opcja drazenia wszerz.

MS Decision Tree

Wezty typu mstreenode nie maja charakterystycznych wiasciwosci. Wiasciwosci wspdlne dla weztow bazy danych
Microsoft opisano na poczatku niniejszej sekcji.

MS Clustering

Wezly typu msclusternode nie maja charakterystycznych wiasciwosci. Wiasciwosci wspolne dla weztéw bazy danych
Microsoft opisano na poczatku niniejszej sekcji.

MS Association Rules

Wezly typu msassocnode maja nastepujace wilasciwosci charakterystyczne:

Tabela 192. wiasciwosci wezta msassocnode

Wiasciwosci wezla msassocnode Wartosci Opis wlasciwosci

id_field field Identyfikuje kazda transakcje w danych.
trans_inputs list Zmienne wejsciowe dla danych transakcyjnych.
transactional_target field Zmienna przewidywana (dane transakcyjne).

MS Naive Bayes

Wezly typu msbayesnode nie maja charakterystycznych wiasciwosci. Wiasciwosci wspdlne dla weztow bazy danych
Microsoft opisano na poczatku niniejszej sekcji.

MS Linear Regression

Wezly typu msregressionnode nie maja charakterystycznych wiasciwosci. Wiasciwosci wspodlne dla weztow bazy
danych Microsoft opisano na poczatku niniejszej sekcji.

MS Neural Network

Wezty typu msneuralnetworknode nie maja charakterystycznych whasciwosci. Wiasciwosci wspolne dla weztow
bazy danych Microsoft opisano na poczatku niniejszej sekcji.

MS Logistic Regression

Wezly typu mslogisticnode nie maja charakterystycznych wlasciwosci. Wtasciwosci wspolne dla weztdéw bazy
danych Microsoft opisano na poczatku niniejszej sekcji.
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MS Time Series

Wezly typu mstimeseriesnode nie maja charakterystycznych wlasciwosci. Wtasciwosci wspolne dla weztéw bazy
danych Microsoft opisano na poczatku niniejszej sekcji.

MS Sequence Clustering

Wezly typu mssequenceclusternode maja nastgpujace whasciwosci charakterystyczne:

Tabela 193. wlasciwosci wezta mssequenceclusternode

Wiasciwosci wezla

mssequenceclusternode Wartosci Opis wlasciwosci

id_field field Identyfikuje kazda transakcj¢ w danych.
input_fields list Zmienne wejsciowe dla danych transakcyjnych.
sequence_field field Identyfikator sekwencji.

target_field field Zmienna przewidywana (dane tabelaryczne).

Parametry algorytmu
Kazdy typ modelu wspdtpracujacego z baza danych Microsoft ma charakterystyczne parametry, ktore mozna ustawiac
za posrednictwem wilasciwosci msas_parameters, na przyktad:

stream = modeler.script.stream()

msregressionnode = stream.findByType("msregression", None)
msregressionnode.setPropertyValue("msas_parameters", [["MAXIMUM_INPUT_ATTRIBUTES", 255],
["MAXIMUM_OUTPUT_ATTRIBUTES", 255]1)

Parametry te pochodza z serwera SQL Server. Aby wyswietli¢ parametry wlasciwe dla kazdego z weziow:
Umies¢ wezet zrodtowy bazy danych w obszarze roboczym.

Otworz wezet zrodlowy bazy danych.

Wybierz poprawne zrédlo z listy rozwijanej Zrédlo danych.

Wybierz poprawna tabelg z listy Nazwa tabeli.

Kliknij przycisk OK, aby zamkna¢ wezel zrédlowy bazy.

Dotacz wezet modelowania w bazie danych Microsoft, ktdrego wlasciwosci chcesz wyswietlic.

Otworz wezel modelowania w bazie danych.

© N o~ D~

Wybierz karte Zaawansowane.

Zostana wyswietlone dostepne wlasciwosci msas_parameters otwartego wezta.

Wiasciwosci modelu uzytkowego Microsoft

Modele uzytkowe utworzone przy uzyciu weztdw modelowania w bazie danych firmy Microsoft maja nastgpujace
wiasciwosci.

MS Decision Tree

Tabela 194. Wtasciwosci wezta MS Decision Tree

Wiasciwosci wezla applymstreenode | Wartosci Opis

analysis_database_name string Ten wezel moze by¢ oceniany bezposrednio w strumieniu.

Ta wlasciwos¢ shuzy do okreslania nazwy bazy danych
Analysis Services.

analysis_server_name string Nazwa hosta serwera Analysis Services.
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Tabela 194. Wtasciwosci wezta MS Decision Tree (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla applymstreenode | Wartosci Opis
datasource string Nazwa zrodta danych (DSN) w interfejsie ODBC serwera
SQL Server.
sqgl_generate flag Umozliwia generowanie kodu SQL.
udf

MS Linear Regression

Tabela 195. Wiasciwosci wezta MS Linear Regression

Wilasciwosci wezla

applymsregressionnode Wartosci Opis

analysis_database_name string Ten wezel moze by¢ oceniany bezposrednio w strumieniu.
Ta wtasciwos¢ shuzy do okreslania nazwy bazy danych
Analysis Services.

analysis_server_name string Nazwa hosta serwera Analysis Services.

MS Neural Network

Tabela 196. Wiasciwosci wezta MS Neural Network

Wiasciwosci wezla

applymsneuralnetworknode Wartosci Opis

analysis_database_name string Ten wezel moze by¢ oceniany bezposrednio w strumieniu.
Ta wtasciwos¢ shuzy do okreslania nazwy bazy danych
Analysis Services.

analysis_server_name string Nazwa hosta serwera Analysis Services.

MS Logistic Regression

Tabela 197. Wiasciwosci wezta MS Logistic Regression

Wiasciwosci wezla

applymslogisticnode Wartosci Opis

analysis_database_name string Ten wezel moze by¢ oceniany bezposrednio w strumieniu.
Ta wtasciwos¢ shuzy do okreslania nazwy bazy danych
Analysis Services.

analysis_server_name string Nazwa hosta serwera Analysis Services.

MS Time Series

Tabela 198. Wiasciwosci wezta MS Time Series

Wiasciwosci wezla

applymstimeseriesnode Wartosci Opis

analysis_database_name string Ten wezel moze by¢ oceniany bezposrednio w strumieniu.
Ta wtasciwos¢ shuzy do okreslania nazwy bazy danych
Analysis Services.

analysis_server_name string Nazwa hosta serwera Analysis Services.
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Tabela 198. Wtasciwosci wezta MS Time Series (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
applymstimeseriesnode Wartos$ci Opis
start_from new_prediction Okresla, czy maja by¢ dokonywane predykcje przyszte, czy
historical _ historyczne.
prediction
new_step number Okresla poczatkowy przedziat czasu dla przysztych
predykcji.
historical_step number Okresla poczatkowy przedziat czasu dla predykcji
historycznych.
end_step number Okresla koncowy przedzial czasu dla predykc;ji.

MS Sequence Clustering

Tabela 199. Wiasciwosci wezta MS Sequence Clustering

Wilasciwosci wezla
applymssequenceclusternode Wartosci Opis

analysis_database_name string Ten wezet moze by¢ oceniany bezposrednio w strumieniu.

Ta wlasciwos¢ stuzy do okreslania nazwy bazy danych
Analysis Services.

analysis_server_name string Nazwa hosta serwera Analysis Services.

Wiasciwosci weztow zwigzanych z modelowaniem w bazie danych
Oracle

Wiasciwosci weztéw zwigzanych z modelowaniem w bazie danych
Oracle

Ponizsze wlasciwosci sa wspdlne dla niektdrych lub wszystkich weztéw modelowania w bazie danych Oracle.

Tabela 200. Wspdine wiasciwosci weztow Oracle

Wspolne wlasciwosci wezlow Oracle Wartosci Opis wlasciwosci

target field

inputs Lista zmiennych

partition field Umozliwia podziat danych na osobne proby do uczenia,
testowania i walidacji podczas budowania modelu.

datasource

username

password

epassword

use_model_name flag

model_name string Niestandardowa nazwa nowego modelu.

use_partitioned_data flag Jesli zdefiniowano zmienna dzielaca na podzbiory, ta opcja
umozliwia uzycie podczas budowania modelu wylacznie
danych z podzbioru uczacego.

unique_field field
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Tabela 200. Wspdine wiasciwosci weztow Oracle (kontynuacja)

Wspolne wlasciwosci weztow Oracle Wartosci Opis wlasciwosci

auto_data_prep flag Wriacza lub wytacza funkcje automatycznego
przygotowywania danych na serwerze Oracle (tylko w
bazach danych 11g).

costs structured Wiasciwos$¢ ustrukturyzowana o postaci:
[[drugA drugB 1.5] [drugA drugC 2.1]], gdzie argumenty
[1 sa rzeczywistymi przewidywanymi kosztami.

mode Simple Warto$¢ Simple powoduje ignorowanie niektérych
Expert wlasciwosci, zgodnie z opisem poszczegdlnych weztdw.

use_prediction_probability flag

prediction_probability string

use_prediction_set flag

Oracle Naive Bayes

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu oranbnode.

Tabela 201. Wiasciwosci wezta oranbnode

Wiasciwosci wezta oranbnode Wartosci Opis wlasciwosci
singleton_threshold number 0,0-1,0.*
pairwise_threshold number 0,0-1,0.*
priors Data
Equal
Custom
custom_priors structured Wiasciwo$¢ ustrukturyzowana o postaci:
set :oranbnode.custom_priors = [[drugA 1][drugB
2][drugC 3][drugX 4][drugY 5]]

* Wiasciwo$¢ ignorowana, jesli mode ma warto$¢ Simple.
Oracle Adaptive Bayes

Dostgpne sa nastgpujace wlasciwosci weztow typu oraabnnode.

Tabela 202. Wiasciwosci wezta oraabnnode

Wiasciwosci wezla oraabnnode Wartosci Opis wlasciwosci
model_type SingleFeature

MultiFeature

NaiveBayes
use_execution_time_limit flag *
execution_time_limit integer Wartos¢ musi by¢ wigksza niz 0.*
max_naive_bayes_predictors integer Warto$¢ musi by¢ wigksza niz 0.*
max_predictors integer Wartos¢ musi by¢ wieksza niz 0.*
priors Data

Equal

Custom
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Tabela 202. Wtasciwosci wezta oraabnnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla oraabnnode

‘Wartosci

Opis wlasciwosci

custom_priors

structured

Wiasciwos¢ ustrukturyzowana o postaci:
set :oraabnnode.custom_priors = [[drugA 1][drugB
2][drugC 3][drugX 4][drugY 5]]

* Wiasciwos$¢ ignorowana, jesli mode ma wartos¢ Simple.

Oracle Support Vector Machines

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu orasvmnode.

Tabela 203. Wiasciwosci wezta orasvmnode

Wiasciwosci wezla orasvmnode Warto$ci Opis wlasciwosci
active_learning Enable

Disable
kernel_function Linear

Gaussian

System
normalization_method zscore

minmax

none
kernel_cache_size integer Tylko algorytm gaussowski. Warto$¢ musi

by¢ wigksza niz 0.*

convergence_tolerance number Warto$¢ musi by¢ wigksza niz 0.*
use_standard_deviation flag Tylko algorytm gaussowski.*
standard_deviation number Warto$¢ musi by¢ wigksza niz 0.*
use_epsilon flag Tylko modele regres;ji.*
epsilon number Warto$¢ musi by¢ wigksza niz 0.*
use_complexity_factor flag *
complexity_factor number *
use_outlier_rate flag Tylko wariant z jedna klasa.*
outlier_rate number Tylko wariant z jedna klasa. 0,0—1,0.*
weights Data

Equal

Custom
custom_weights structured Wtasciwos¢ ustrukturyzowana o postaci:

[[drugA 1][drugB 2][drugC 3][drugX
4][drugY 5]]

set :orasvmnode.custom_weights =

* Wiasciwos$¢ ignorowana, jesli mode ma wartos¢ Simple.
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Modele Oracle Generalized Linear

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu oragimnode.

Tabela 204. Wtasciwosci wezta oraglmnode

Wiasciwosci wezla oraglmnode WartoSci Opis wlasciwosci
normalization_method zscore

minmax

none
missing_value_handling ReplaceWithMean

UseCompleteRecords
use_row_weights flag *
row_weights_field field *
save_row_diagnostics flag *
row_diagnostics_table string *
coefficient_confidence number *
use_reference_category flag *
reference_category string *
ridge_regression Auto *

Off

On
parameter_value number *
vif_for_ridge flag *

* Wiasciwo$¢ ignorowana, jesli mode ma warto$¢ Simple.

Oracle Decision Tree

Dostepne sa nastgpujace wlasciwosci weztdw typu oradecisiontreenode.

Tabela 205. Wiasciwosci wezta oradecisiontreenode

Wilasciwosci wezla

oradecisiontreenode Wartosci Opis wlasciwosci
use_costs flag
impurity_metric Entropy
Gini
term_max_depth integer 2-20.*
term_minpct_node number 0,0-10,0.*
term_minpct_split number 0,0-20,0.*
term_minrec_node integer Warto$¢ musi by¢ wigksza niz 0.*
term_minrec_split integer Warto$¢ musi by¢ wigksza niz 0.*
display_rule_ids flag *

* Wiasciwo$¢ ignorowana, jesli mode ma warto$¢ Simple.
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Oracle O-Cluster

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu oraoclusternode.

Tabela 206. Wiasciwosci wezta oraoclusternode

Wiasciwosci wezla oraoclusternode Warto$ci Opis wlasciwosci
max_num_clusters integer Wartos¢ musi by¢ wieksza niz 0.
max_buffer integer Warto$¢ musi by¢ wieksza niz 0.*
sensitivity number 0,0-1,0.*

* Wiasciwos$¢ ignorowana, jesli mode ma wartos¢ Simple.

Oracle KMeans

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu orakmeansnode.

Tabela 207. Wiasciwosci wezta orakmeansnode

Wiasciwosci wezla orakmeansnode Wartosci Opis wlasciwosci
num_clusters integer Wartos¢ musi by¢ wieksza niz 0.
normalization_method zscore
minmax
none
distance_function Euclidean
Cosinus
iterations integer 0-20.*
conv_tolerance number 0,0-0,5.*
split_criterion Variance Domyslnie Variance.*
Size
num_bins integer Warto$¢ musi by¢ wieksza niz 0.*
block_growth integer 1-5.*
min_pct_attr_support number 0,0-1,0.*

* Wlasciwo$¢ ignorowana, jesli mode ma warto$¢ Simple.

Oracle NMF

Dostepne sa nastepujace wiasciwosci weztow typu oranmfnode.

Tabela 208. Wiasciwosci wezta oranmfnode

Wiasciwosci wezta oranmfnode Wartosci Opis wlasciwosci
normalization_method minmax
none
use_num_features flag *
num_features integer 0—1. Warto$¢ domyslna jest szacowana przez algorytm na
podstawie danych.*
random_seed number *
num_iterations integer 0-500.*
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Tabela 208. Wtasciwosci wezta oranmfnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla oranmfnode Wartosci Opis wlasciwosci
conv_tolerance number 0,0-0,5.*
display_all_features flag *

* Wiasciwos¢ ignorowana, jesli mode ma

Oracle Apriori

wartos¢ Simple.

Dostepne sa nastepujace whasciwosci weztow typu oraapriorinode.

Tabela 209. Wtasciwosci wezta oraapriorinode

Wiasciwosci wezla oraapriorinode Wartosci Opis wlasciwosci
content_field field

id_field field

max_rule_length integer 2-20.
min_confidence number 0,0-1,0.
min_support number 0,0-1,0.
use_transactional_data flag

Oracle Minimum Description Length (MDL)

Wezly typu oramdinode nie maja charakterystycznych wiasciwosci. Wiasciwosci wspolne dla weztow bazy danych
Oracle opisano na poczatku niniejszej sekcji.

Oracle Attribute Importance (Al)

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu oraainode.

Tabela 210. Wiasciwosci wezta oraainode

ImportanceValue
TopN

Wiasciwosci wezla oraainode Wartosci Opis wlasciwosci

custom_fields flag Wartos¢ true umozliwia okreslenie zmiennej
przewidywanej, wejsciowej i innych zmiennych dla
biezacego wezta. Wartos¢ false powoduje uzycie biezacych
ustawien z wczesniejszego wezta Typ.

selection_mode ImportancelLevel

select_important flag Gdy selection_mode ma wartos¢ ImportancelLevel,
okresla, czy wybiera¢ zmienne wazne

important_label string Okresla etykiete rangi "wazne".

select_marginal flag Gdy selection_mode ma wartos¢ ImportanceLevel,
okresla, czy wybiera¢ zmienne brzegowe.

marginal_label string Okresla etykiete rangi "brzegowe".

important_above number 0,0-1,0.

select_unimportant flag Gdy selection_mode ma wartos¢ ImportancelLevel,
okresla, czy wybiera¢ zmienne niewazne.

unimportant_label string Okresla etykiete rangi "niewazne".
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Tabela 210. Wtasciwosci wezta oraainode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla oraainode Wartosci Opis wlasciwosci
unimportant_below number 0,0-1,0.
importance_value number Gdy selection_mode ma wartos¢ ImportanceValue,

wartosci z zakresu od 0 do 100.

okresla warto$¢ odcigcia, ktora ma by¢ uzywana. Przyjmuje

odcigcia, ktéra ma by¢ uzywana. Przyjmuje wartos$ci z
zakresu od 0 do 1000.

top_n number Gdy selection_mode ma wartos¢ TopN, okresla wartos¢

Wiasciwosci modeli uzytkowych Oracle

Modele uzytkowe utworzone przy uzyciu modelu Oracle maja nastgpujace wlasciwosci.
Oracle Naive Bayes

Wezty typu applyoranbnode nie maja charakterystycznych wiasciwosci.

Oracle Adaptive Bayes

Wezty typu applyoraabnnode nie maja charakterystycznych wlasciwosci.

Oracle Support Vector Machines

Wezly typu applyorasvmnode nie maja charakterystycznych wiasciwosci.

Oracle Decision Tree

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu applyoradecisiontreenode.

Tabela 211. Wiasciwosci wezta applyoradecisiontreenode

Wiasciwosci wezla applyoradecisiontreenode | Wartosci Opis wlasciwosci
use_costs flag
display_rule_ids flag

Oracle O-Cluster

Wezty typu applyoraoclusternode nie maja charakterystycznych wlasciwosci.
Oracle KMeans

Wezty typu applyorakmeansnode nie maja charakterystycznych wlasciwosci.

Oracle NMF

Wezet typu applyoranmfnode ma nastgpujaca wiasciwosc¢:

Tabela 212. Wtasciwosci wezta applyoranmfnode

Wiasciwosci wezta applyoranmfnode Wartosci Opis wlasciwosci

display_all_features Slag
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Oracle Apriori

Tego modelu uzytkowego nie mozna stosowac¢ w skryptach.

Oracle MDL

Tego modelu uzytkowego nie mozna stosowa¢ w skryptach.

Wiasciwosci weztdow zwigzanych z modelowaniem w bazie danych IBM

Netezza Analytics

Wiasciwosci weztéw zwigzanych z modelowaniem w bazie danych

Netezza

Ponizsze wlasciwosci sa wspdlne dla niektdrych lub wszystkich weztéw modelowania w bazie danych firmy IBM

Netezza.

Tabela 213. Wspdine wiasciwosci weztow Netezza

Wspélne wlasciwosci wezléw Netezza

‘Wartosci

Opis wlasciwosci

custom_fields

Slag

Wartos¢ true umozliwia okreslenie zmiennej przewidywane;j,
wejsciowej 1 innych zmiennych dla biezacego wezta. Wartosé
false powoduje uzycie biezacych ustawien z wczesniejszego
wezta Typ.

inputs

[field] ... fieldN]

Zmienne wejsciowe lub predyktory uzywane przez model.

target

field

Zmienna docelowa (ciagta lub jakosciowa).

record_id

field

Zmienna, ktora bedzie uzywana jako unikatowy identyfikator
rekordu.

use_upstream_connection

Slag

Wartos¢ (true) powoduje, ze uzywane sa dane potaczenia
okreslone we wczesniejszym wezle. Nie uzywana, jesli
okre$lono wilasciwos¢ move_data_to_connection.

move_data_connection

Slag

Warto$¢ true powoduje, ze dane sa przenoszone do bazy danych
okreslonej przez wiasciwos¢ connection. Nie uzywana, jesli
okreslono wiasciwo$¢ use_upstream_connection.

connection

structured

Lancuch potaczenia z baza danych Netezza, w ktorej
przechowywany jest model. Wiasciwos¢ ustrukturyzowana o
postaci:

['odbc’ ’<dsn>’ <username>’ '<psw>’ '<catname>’
’<conn_attribs>’ [true|false]]

gdzie:

<dsn> jest nazwa zrodta danych

<username> i <psw> to nazwa uzytkownika i hasto dla bazy
danych

<catname> to nazwa katalogu

<conn_attribs> to atrybuty potaczenia

true | false wskazuje, czy potrzebne jest hasto.

table_name

string

Nazwa tabeli bazy danych, w ktorej przechowywany jest model.

use_model_name

flag

Warto$¢ true powoduje, ze uzywana jest nazwa modelu
okreslona we wlasciwosci model_name. W przeciwnym razie
nazwa modelu jest tworzona przez system.

model_name

string

Niestandardowa nazwa nowego modelu.
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Tabela 213. Wspdine wiasciwosci weztow Netezza (kontynuacja)

Wspélne wlasciwosci wezlow Netezza

Wartosci Opis wlasciwosci

include_input_fields

Slag

Wartosc¢ true powoduje, ze wszystkie zmienne wejSciowe sa
przekazywane do nastgpnego wezta. W przeciwnym razie
przekazywana jest tylko warto$¢ record_id i zmienne
wygenerowane przez model.

Netezza Decision Tree

Dostepne sa nastgpujace wlasciwosci weztow typu netezzadectreenode.

Tabela 214. wiasciwosci wezia netezzadectreenode

Wilasciwosci wezla
netezzadectreenode

Wartosci

Opis wlasciwosci

impurity_measure

Entropy
Gini

Miara zanieczyszczenia, uzywana do
okreslania najlepszego miejsca podziatu
drzewa.

max_tree_depth

integer

Maksymalna liczba poziomoéw, do ktorej
moze rozrosnac sie drzewo. Wartos¢
domyslna to 62 (dopuszczalne
maksimum).

min_improvement_splits

number

Minimalna poprawa zanieczyszczenia
wymagana, by nastapit podzial. Wartos¢
domyslna to 0.01.

min_instances_split

integer

Minimalna liczba niepodzielonych
rekordow, jaka musi pozosta¢, aby
mozliwy byt podzial. Warto$¢ domyslna
to 2 (dopuszczalne minimum).

weights

structured

Wzgledne wagi klas. Wiasciwosé
ustrukturyzowana o postaci:

set :netezza_dectree.weights =
[[drugA 0.3][drugB 0.6][drugC 3][drugX
4][drugY 5]]

Domyslnie wszystkie klasy maja wage 1.

pruning_measure

Acc
wAcc

Domyslnie Acc (doktadnosc).
Alternatywne ustawienie WACC
(doktadnos¢ wazona) powoduje, ze przy
przycinaniu uwzgledniane sa wagi klas.

prune_tree_options

allTrainingData

partitionTrainingData
useOtherTable

Domyslne ustawienie allTrainingData
powoduje, ze oceniana jest doktadnosé¢
modelu. Nalezy uzy¢ wartosci
partitionTrainingData w celu okreslania
odsetka danych uczacych, jaki ma by¢
uzywany, albo wartosci useOtherTable,
aby uzy¢ zbioru danych uczacych z
okreslone;j tabeli bazy danych.

perc_training_data

number

Jesli wlasciwos¢ prune_tree_options ma
wartos¢ partitionTrainingData, okresla
odsetek danych, jaki ma by¢ uzywany do
uczenia.
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Tabela 214. wlasciwosci wezta netezzadectreenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
netezzadectreenode

Wartosci

Opis wlasciwosci

prune_seed

integer

Warto$¢ poczatkowa generatora liczb
losowych uzywana do replikacji wynikow
analizy, gdy wlasciwos¢
prune_tree_options jest ustawiona na
partitionTrainingData; domyslnie 1.

pruning_table

string

Nazwa tabeli osobnego zbioru danych do
przycinania stuzacego do szacowania
doktadnosci modelu.

compute_probabilities

Slag

Warto$¢ true powoduje generowanie
zaréwno zmiennej poziomu ufnosci
(prawdopodobienstwa), jak i zmiennej
predykcyjnej.

Netezza K-Means

Dostepne sa nastepujace whasciwosci weztow typu netezzakmeansnode.

Tabela 215. Wiasciwosci wezta netezzakmeansnode

Wiasciwosci wezla

netezzakmeansnode Wartosci Opis wlasciwosci

distance_measure Euclidean Metoda, ktéra ma byc¢ stosowana do pomiaru odlegtosci migdzy
Manhattan punktami danych.
Canberra
maximum

num_clusters integer Liczba grup do utworzenia; domyslnie 3.

max_iterations integer Liczba iteracji algorytmu, po ktérej uczenie modelu ma zostaé

przerwane; domyslnie 5.
rand_seed integer Wartos¢ poczatkowa generatora liczb losowych uzywana do

replikacji wynikow analizy; domyslnie 12345.

Netezza Bayes Net

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu netezzabayesnode.

Tabela 216. Wtasciwosci wezta netezzabayesnode

Wiasciwosci wezla

nn-neighbors

netezzabayesnode Wartosci Opis wlasciwosci

base_index integer Identyfikator liczbowy przypisany do pierwszej zmiennej
wejsciowej na potrzeby wewngtrznego zarzadzania; domyslnie
777.

sample_size integer Wielkos$¢ proby, jaka ma by¢ stosowana, gdy liczba atrybutow
jest bardzo duza; domyslnie 10 000.

display_additional_information flag Warto$¢ true powoduje, ze w oknie dialogowym z komunikatem
wyswietlane sa dodatkowe informacje o postgpie.

type_of_prediction best Typ algorytmu predykcyjnego, ktory ma by¢ stosowany: best

neighbors (najlepiej skorelowany sasiad), neighbors (wazona predykcja

sasiadow) albo nn-neighbors (sasiedzi inni niz null).
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Netezza Naive Bayes

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu netezzanaivebayesnode.

Tabela 217. Wtasciwosci wezta netezzanaivebayesnode

Wiasciwosci wezla

netezzanaivebayesnode Wartosci Opis wlasciwosci

compute_probabilities flag Warto$¢ true powoduje generowanie zaroOwno zmiennej
poziomu ufnosci (prawdopodobienstwa), jak i zmiennej
predykcyjnej.

use_m_estimation flag Wartos$¢ true powoduje stosowanie techniki m-estymacji, ktora

unika prawdopodobienstw zerowych.

Netezza KNN

Dostepne sa nastgpujace wlasciwosci weztow typu netezzaknnnode.

Tabela 218. Wiasciwosci wezta netezzaknnnode

Wilasciwosci wezla netezzaknnnode | Wartosci Opis wlasciwosci
weights structured Wihasciwo$¢ ustrukturyzowana stuzaca do przypisywania wag
do poszczegdlnych klas. Przyktad:
set :netezzaknnnode.weights = [[drugA 0.3][drugB 0.6]]
distance_measure Euclidean Metoda, ktéra ma by¢ stosowana do pomiaru odlegtosci migdzy
Manhattan punktami danych.
Canberra
Maksimum
num_nearest_neighbors integer Liczba najblizszych sasiadow dla konkretnej obserwacji;
domyslnie 3.
standardize_measurements flag Wartos¢ true powoduje standaryzacje pomiarow dla ciagtych
danych wejsciowych przed obliczeniem wartosci odleglosci.
use_coresets flag Wartos$¢ true powoduje uzywanie probkowania zestawu

podstawowego w celu przyspieszenia obliczen, gdy uzywane sa

duze zbiory danych.

Netezza Divisive Clustering

Dostepne sa nastgpujace wlasciwosci weztow typu netezzadivclusternode.

Tabela 219. Wiasciwosci wezta netezzadivclusternode

Wilasciwosci wezla
netezzadivclusternode Wartos$ci Opis wlasciwosci
distance_measure Euclidean Metoda, ktéra ma byc¢ stosowana do pomiaru odlegtosci migdzy
Manhattan punktami danych.
Canberra
Maksimum
max_iterations integer Maksymalna liczba iteracji algorytmu, po ktdrej uczenie modelu
ma zosta¢ przerwane; domyslnie 5.
max_tree_depth integer Maksymalna liczba pozioméw, na ktore zostanie podzielony
zbior danych; domyslnie 3.
rand_seed integer Wartos¢ poczatkowa generatora liczb losowych, uzywana do
replikacji analiz; domyslnie 12345.
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Tabela 219. Wtasciwosci wezta netezzadivclusternode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

netezzadivclusternode WartosSci Opis wlasciwosci

min_instances_split integer Minimalna liczba rekordow, jaka moze zosta¢ podzielona;
domyslnie 5.

level integer Poziom hierarchii, do ktérego maja by¢ oceniane rekordy;

domyslnie -1.

Netezza PCA

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu netezzapcanode.

Tabela 220. Wiasciwosci wezta netezzapcanode

Wiasciwosci wezla netezzapcanode | Wartosci Opis wlasciwosci

center_data flag Wartos¢ true (domyslna) powoduje wysrodkowanie danych
(znane rowniez jako ,,odejmowanie $redniej”) przed analiza.

perform_data_scaling flag Wartos¢ true powoduje skalowanie danych przed analiza. Taki
sposob postepowania sprawia, ze analiza jest mniej dowolna,
gdy roézne zmienne sa mierzone w roznych jednostkach.

force_eigensolve flag Wartos$¢ true powoduje, ze stosowana jest mniej doktadna, ale
szybsza metoda znajdowania gtéwnych sktadowych.

pc_number integer Liczba gtéwnych sktadowych, do ktorej ma by¢ zredukowany

zbior danych; domyslnie 1.

Netezza Regression Tree

Dostepne sa nastgpujace whasciwosci weztow typu netezzaregtreenode.

Tabela 221. Wtasciwosci wezta netezzaregtreenode

Wiasciwosci wezla
netezzaregtreenode Wartosci Opis wlasciwosci
max_tree_depth integer Maksymalna liczba poziomow, do ktdrej
moze rosna¢ drzewo ponizej wezla
glownego; domyslnie 10.
split_evaluation_measure Variance Miara zanieczyszczenia klasy, uzywana do
okreslania najlepszego miejsca podziatu
drzewa; domyslna (i obecnie jedynie
dostgpna) opcja jest Variance.
min_improvement_splits number Minimalna redukcja zanieczyszczenia
pozwalajaca na utworzenie nowego
podziatu w drzewie.
min_instances_split integer Minimalna liczba rekordow, jaka moze
zosta¢ podzielona.
pruning_measure mse Metoda, ktora ma by¢ stosowana do
R2 przycinania.
pearson
spearman
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Tabela 221. Wtasciwosci wezta netezzaregtreenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
netezzaregtreenode

Wartosci

Opis wlasciwosci

prune_tree_options

allTrainingData
partitionTrainingData
useOtherTable

Domyslne ustawienie allTrainingData
powoduje, ze oceniana jest doktadnose¢
modelu. Nalezy uzy¢ warto$ci
partitionTrainingData w celu okreslania
odsetka danych uczacych, jaki ma by¢
uzywany, albo wartosci useOtherTable,
aby uzy¢ zbioru danych uczacych z
okreslonej tabeli bazy danych.

perc_training_data

number

Jesli whasciwo$é prune_tree_options ma
warto$¢ PercTrainingData, okresla
odsetek danych, jaki ma by¢ uzywany do
uczenia.

prune_seed

integer

Wartos¢ poczatkowa generatora liczb
losowych uzywana do replikacji wynikow
analizy, gdy wlasciwosc¢
prune_tree_options jest ustawiona na
PercTrainingData; domyslnie 1.

pruning_table

string

Nazwa tabeli osobnego zbioru danych do
przycinania stuzacego do szacowania
doktadnosci modelu.

compute_probabilities

Slag

Wartos¢ true oznacza, ze wariancje
przypisanych klas powinny by¢
uwzglednione w wynikach.

Netezza Linear Regression

Dostepne sa nastgpujace wlasciwosci weztow typu netezzalineregressionnode.

Tabela 222. wiasciwosci wezia netezzalineregressionnode

Wilasciwosci wezla

netezzalineregressionnode Wartos$ci Opis wlasciwosci

use_svd flag Wartos¢ true powoduje uzycie macierzy dekompozycji wartosci
osobliwych zamiast pierwotnej macierzy w celu przyspieszenia
obliczen i uzyskania wigkszej doktadno$ci numeryczne;.

include_intercept flag Wartos¢ true (domyslna) zwieksza ogdlna doktadnosc¢
rozwiazania.

calculate_model_diagnostics flag Warto$¢ true powoduje wykonanie obliczen diagnostycznych na
modelu.

Netezza Time Series

Dostepne sa nastepujace wlasciwosci weztow typu netezzatimeseriesnode.

Tabela 223. Wiasciwosci wezta netezzatimeseriesnode

Wiasciwosci wezla
netezzatimeseriesnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

time_points

field

Zmienna wejsciowa zawierajaca wartosci

daty lub czasu dla szeregu czasowego.
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Tabela 223. Wtasciwosci wezta netezzatimeseriesnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

netezzatimeseriesnode Wartosci Opis wlasciwosci

time_series_ids field Zmienna wej$ciowa zawierajaca
identyfikatory szeregdw czasowych;
uzywana, jesli dane wejsciowe zawieraja
wigcej niz jeden szereg czasowy.

model_table field Nazwa tabeli bazy danych, w ktorej
przechowywany jest model szeregdw
czasowych Netezza.

description_table field Nazwa tabeli wejSciowej zawierajacej
nazwy i opisy szeregéw czasowych.

seasonal_adjustment_table field Nazwa tabeli wynikowej, w ktorej beda

zapisywane skorygowane sezonowo
wartosci obliczone przez algorytm
wygladzania wyktadniczego lub
dekompozycji trendu sezonowego.

algorithm_name

SpectralAnalysis lub spectral
ExponentialSmoothing lub esmoothing
ARIMA

SeasonalTrendDecomposition lub std

Algorytm, ktory ma by¢ uzywany do
modelowania szeregow czasowych.

trend_name N Typ trendu dla wygtadzania
A wyktadniczego:
DA N — brak
M A — addytywny
DM DA — wygasajacy addytywny
M — multiplikatywny
DM — wygasajacy multiplikatywny
seasonality_type N Typ sezonowosci dla wygtadzania
A wyktadniczego:
P N — brak
A — addytywny
M — multiplikatywny
interpolation_method linear Metoda interpolacja, ktora ma by¢
cubicspline stosowana.
exponentialspline
timerange_setting SD Przedziat czasu, jaki ma by¢ uzywany:
SP SD — okreslony przez system (caty

przedziat ujety w danych szeregow
czasowych)

SP — okreslony przez uzytkownika we
wiasciwosciach earliest_time i
latest_time
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Tabela 223. Wtasciwosci wezta netezzatimeseriesnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
netezzatimeseriesnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

earliest_time

latest_time

integer
date

time
timestamp

Warto$¢ poczatkowa i koncowa, jesli
timerange_setting ma wartos¢ SP.

Obowiazuje format wartosci time_points.

Na przyklad, jesli zmienna time_points
zawiera date, to takze ta whasciwosc
powinna by¢ data.

Przyktad:

set NZ_DT1.timerange_setting = 'SP’
set NZ_DT1.earliest_time =
’'1921-01-01’

set NZ_DT1.latest_time =
'2121-01-01’

arima_setting

SD
SP

Ustawienie dla algorytmu ARIMA
(uzywane tylko wtedy, gdy
algorithm_name ma wartos¢ ARIMA):
SD — okres$lone przez system

SP — okreslone przez uzytkownika

Jesli arima_setting = SP, uzyj
nastepujacych parametréw, by ustawic
wartos$ci sezonowe i niesezonowe.
Przyktad (tylko wartosci niesezonowe):
set NZ_DT1.algorithm_name =arima’
set NZ_DT1.arima_setting = 'SP’
set NZ_DT1.p_symbol =’lesseq’
setNZ_ DT1.p="4

set NZ_DT1.d_symbol =’lesseq’
setNZ_DT1.d="2

set NZ_DT1.g_symbol =’lesseq’
setNZ_DT1.q="4

p_symbol

d_symbol

g_symbol

sp_symbol

sd_symbol

sq_symbol

less

€q
lesseq

ARIMA — operator dla parametréw p, d,
q, sp, sdisq:

less — mniejsze niz

eq— rowne

lesseq — mniejsze lub réwne

p

integer

ARIMA — niesezonowe stopnie
autokorelacji.

integer

ARIMA — niesezonowa warto$¢
wyliczania.

integer

ARIMA — niesezonowa liczba rzedéw
$redniej ruchomej w modelu.

sp

integer

ARIMA — sezonowe stopnie
autokorelacji.

sq

integer

ARIMA — sezonowa warto$¢ wyliczania.

sd

integer

ARIMA — sezonowa liczba rzedow
$redniej ruchomej w modelu.
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Tabela 223. Wtasciwosci wezta netezzatimeseriesnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
netezzatimeseriesnode

Wartosci

Opis wlasciwosci

advanced_setting

SD
SP

Okresla sposob traktowania ustawien
zaawansowanych:

SD — okre$lone przez system

SP — okreslone przez uzytkownika we
wlasciwosciach period , units_period i
forecast_setting.

Przyktad:

set NZ_DT1.advanced_setting = 'SP’
set NZ_DT1.period =5

set NZ_DT1.units_period =’d’

period

integer

Dlugosé cyklu sezonowego okreslona
razem z whasciwoscia units_period. Nie
dotyczy analizy spektralne;j.

units_period

Jednostki, w jakich wyrazona jest wartos¢
period:

ms — milisekundy

s — sekundy

min — minuty

h — godziny

d—dni

wk — tygodnie

q— kwartaty

y — lata

Na przyktad dla tygodniowego szeregu
czasowego nalezy nada¢ warto$¢ 1
wiasciwosci period i wartos¢ wk
wiasciwosci units_period.

forecast_setting

forecasthorizon
forecasttimes

Okresla sposob prognozowania.

forecast_horizon integer Jesli forecast_setting =
date forecasthorizon, okresla warto$¢ punktu
time koncowego prognozowania.
timestamp
Obowiazuje format wartosci time_points.
Na przyktad, jesli zmienna time_points
zawiera date, to takze ta wlasciwosc
powinna by¢ data.
forecast_times integer Jesli forecast_setting = forecasttimes,
date okresla wartosci, ktore maja by¢ uzywane
time do prognozowania.
timestamp
Obowiazuje format wartosci time_points.
Na przyktad, jesli zmienna time_points
zawiera date, to takze ta wlasciwos¢
powinna by¢ data.
include_history flag Okresla, czy w wynikach maja by¢

uwzgledniane wartosci historyczne.
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Tabela 223. Wtasciwosci wezta netezzatimeseriesnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
netezzatimeseriesnode Warto$ci

Opis wlasciwosci

include_interpolated_values flag

Okresla, czy w wynikach maja by¢
uwzgledniane wartosci interpolowane. Nie
ma zastosowania, jesli include_history
ma wartos¢ false.

Netezza Generalized Linear

Dostepne sa nastgpujace wlasciwosci weztow typu netezzaglmnode.

Tabela 224. Wtasciwosci wezta netezzaglmnode

Wilasciwosci wezla netezzagimnode Wartosci Opis wlasciwosci
dist_family bernoulli Typ rozktadu; domyslnie bernoulli.
gaussian
poisson
negativebinomial
wald
gamma
dist_params number Wartos$¢ parametru rozktadu, ktora ma by¢
uzywana. Ma zastosowanie tylko wtedy,
gdy distribution ma wartos¢
Negativebinomial.
trials integer Ma zastosowanie tylko wtedy, gdy
distribution ma wartos¢ Binomial. Gdy
przewidywana odpowiedz jest liczba
zdarzen wystgpujacych w zbiorze prob,
target zawiera liczbg zdarzen, a trials
zawiera liczbg prob.
model_table field Nazwa tabeli bazy danych, w ktorej
przechowywany jest uogélniony model
liniowy Netezza.
maxit integer Maksymalna liczba iteracji, jaka ma
wykona¢ algorytm; domyslnie 20.
eps number Wartos¢ bledu maksymalnego (w notacji
naukowej), przy ktorej algorytm powinien
zatrzyma¢ wyszukiwanie modelu najlepiej
dopasowanego. Domyslnie -3, czyli 1E-3
lub 0,001.
tol number Warto$¢ (w notacji naukowej), ponizej
ktorej btedy sa traktowane jako
posiadajace warto$¢ zero. Domyslnie -7,
co oznacza, ze wartosci blgdow ponizej
1E-7 (lub 0,0000001) sa traktowane jako
nieznaczace.

Rozdziat 15. Wiasciwosci weztow modelowania w bazie danych 301



Tabela 224. Wtasciwosci wezta netezzaglmnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla netezzagimnode Wartosci Opis wlasciwosci
link_func identity Funkcja taczenia, ktora ma by¢ uzywana;
inverse domyslnie logit.
invnegative
invsquare
sqrt
power
oddspower
log
clog
loglog
cloglog
logit
probit
gaussit
cauchit
canbinom
cangeom
cannegbinom
link_params number Warto$¢ parametru funkcji taczenia. Ma
zastosowanie tylko wtedy, gdy
link_function ma warto$¢ power lub
oddspower.
interaction [[[colnamesi],[levelsI]], Okresla interakcje migdzy zmiennymi.
[[colnames2],[levels2]], colnames jest lista zmiennych
..[[colnamesN],[levelsN]],] wejsciowych, a level dla kazdej zmiennej
wynosi 0.
Przyktad:
[[["K","BP","Sex","K"],[0,0,0,0]],
[["Age","Na"],[0,0]]]
intercept flag Wartos¢ true powoduje, ze w modelu jest

uwzgledniany wyraz wolny.

Wiasciwosci modelu uzytkowego Netezza

Ponizsze whasciwosci sa wspdlne dla modeli uzytkowych w bazie danych Netezza.

Tabela 225. Wspdine wtasciwosci modeli uzytkowych Netezza

Wspolne wlasciwo$ci modeli uzytkowych Netezza | Wartosci Opis wlasciwosci

connection string Lancuch potaczenia z baza danych Netezza, w ktorej
przechowywany jest model.

table_name string Nazwa tabeli bazy danych, w ktérej przechowywany
jest model.

Pozostate wlasciwosci modeli uzytkowych sa takie same, jak wtasciwosci odpowiednich weztéw modelowania.

Nazwy modeli uzytkowych stosowane w skryptach sa nastepujace.

Tabela 226. Nazwy modeli uzytkowych Netezza stosowane w skryptach

Model uzytkowy Nazwa skryptu

Drzewo decyzyjne

applynetezzadectreenode

K-$rednie

applynetezzakmeansnode
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Tabela 226. Nazwy modeli uzytkowych Netezza stosowane w skryptach (kontynuacja)

Model uzytkowy Nazwa skryptu

Sie¢ Bayesa applynetezzabayesnode

Naive Bayes applynetezzanaivebayesnode
KNN applynetezzaknnnode
Grupowanie dzielace applynetezzadivclusternode
PCA applynetezzapcanode

Drzewo regresji applynetezzaregtreenode
Regresja liniowa applynetezzalineregressionnode
Szereg czasowy applynetezzatimeseriesnode
Uogélnione liniowe applynetezzaglmnode
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Rozdziat 16. Wiasciwosci wezta wyjsciowego

Wtasciwosci weztow wynikowych nieznacznie roznia si¢ od wlasciwosci pozostatych typdw weztow. Wiasciwoscei
wezta wynikowego nie odwotuja si¢ do konkretnych opcji weztow, lecz przechowuja odwotanie do obiektu
wynikowego. Jest to przydatne, gdy pobieramy warto$¢ z tabeli, a nast¢pnie ustawiamy ja jako parametr strumienia.

W tej sekcji opisano wlasciwosci weztdw wynikowych dostepne w skryptach.

Wiasciwosci wezta analysisnode

Wezet Analiza ocenia zdolno$¢ modeli predykcyjnych do wygenerowania doktadnych predykeji. Wezly

q analizy przeprowadzaja rdzne poréwnania pomigdzy wartosciami przewidywanymi a rzeczywistymi dla
co najmniej jednego modelu uzytkowego. Moga rowniez porownywac¢ modele predykcyjne pomigdzy
soba.

Przyktad

node = stream.create("analysis", "My node")

# Karta "Analiza"

node.setPropertyValue("coincidence", True)
node.setPropertyValue("performance", True)
node.setPropertyValue("confidence", True)
ode.setPropertyValue("threshold", 75)
node.setPropertyValue("improve_accuracy", 3)
node.setPropertyValue("inc_user_measure", True)

# "Definiuj miare..."

node.setPropertyValue("user_if", "@TARGET = @PREDICTED")
node.setPropertyValue("user then", "101")
node.setPropertyValue("user_else", "1")
node.setPropertyValue("user_compute", ["Mean", "Sum"])
node.setPropertyValue("by fields", ["Drug"])

# Karta "Wynik"

node.setPropertyValue("output_format", "HTML")
node.setPropertyValue("full_filename", "C:/output/analysis_out.html")

Tabela 227. Wtasciwosci wezta analysisnode

Wilasciwosci wezla analysisnode Typ danych Opis wlasciwosci
output_mode Screen Stuzy do okre$lania docelowej
File lokalizacji wynikow generowanych
przez wezet.
use_output_name flag Okresla, czy uzywana jest
niestandardowa nazwa wyniku.
output_name string Jesli use_output_name ma warto$¢
true, okresla nazwe.
output_format Text (.txt) Stuzy do okreslania typu wyniku.
HTML (.html)
Output (.cou)
by_fields list
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Tabela 227. Wtasciwosci wezta analysisnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla analysisnode Typ danych Opis wlasciwosci

full_filename string W przypadku zapisywania wynikow na
dysk, w pliku danych lub w formacie
HTML, jest to nazwa pliku
wyjsciowego.

coincidence flag

performance flag

evaluation_binary flag

confidence flag

threshold number

improve_accuracy number

field_detection_method Metadata Okresla sposéb dopasowywania

Name zmiennych przewidywanych do

pierwotnej zmiennej przewidywanej.
Nalezy okresli¢ wartos¢ Metadata albo
Name.

inc_user_measure flag

user_if expr

user_then expr

user_else expr

user_compute [Mean Sum Min Max

SDev]

Witasciwosci wezta dataauditnode

Wezel Audyt danych umozliwia kompleksowe spojrzenie na dane, udostgpniajac statystyki

podsumowujace, histogramy i rozktad dla kazdej zmiennej, jak rowniez informacje o wartosciach
odstajacych, brakujacych warto$ciach i wartosciach skrajnych. Wyniki sa wyswietlane w postaci czytelnej
macierzy, ktéra moze zosta¢ posortowana i uzyta do wygenerowania wykresdw w petnym rozmiarze oraz
wezlow przygotowania danych.

Przyktad

filenode = stream.createAt("variablefile", "File", 100, 100)
filenode.setPropertyValue("full_filename", "$CLEO_DEMOS/DRUG1n")
node = stream.createAt("dataaudit", "My node", 196, 100)
stream.link(filenode, node)
node.setPropertyValue("custom _fields", True)
node.setPropertyValue("fields", ["Age", "Na", "K"])
node.setPropertyValue("display_graphs", True)
node.setPropertyValue("basic_stats", True)
node.setPropertyValue("advanced stats", True)
node.setPropertyValue("median_stats", False)
node.setPropertyValue("calculate", ["Count", "Breakdown"])
node.setPropertyValue("outlier_detection method", "std")
node.setPropertyValue("outlier detection std outlier", 1.0)
node.setPropertyValue("outlier_detection_std_extreme", 3.0)
node.setPropertyValue("output_mode", "Screen")

306 1BM SPSS Modeler 18.2 — podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji



Tabela 228. Wiasciwosci wezta dataauditnode

Wilasciwosci wezla dataaudithode Typ danych Opis wlasciwosci
custom_fields flag
fields [fieldl ... fieldN]
overlay field
display_graphs flag Stuzy do wiaczania lub wylaczania
wyswietlania wykreséw w macierzy
wynikowe;j.
basic_stats flag
advanced_stats flag
median_stats flag
calculate Count Stuzy do obliczania brakow danych.
Breakdown Mozna wybrac jedna metodg, obie
metody albo nie wybiera¢ zadne;.
outlier_detection_method std Stuzy do okreslania metody
iqr wykrywania warto$ci odstajacych i
skrajnych.
outlier_detection_std_outlier number Jesli outlier_detection_method ma
warto$¢ std, okresla liczbe uzywana do
definiowania wartos$ci odstajacych.
outlier_detection_std_extreme number Jesli outlier_detection_method ma
warto$¢ std, okresla liczbe uzywana do
definiowania warto$ci skrajnych.
outlier_detection_igr_outlier number Jesli outlier_detection_method ma
warto$¢ iqr, okresla liczbe uzywana do
definiowania wartos$ci odstajacych.
outlier_detection_igr_extreme number Jesli outlier_detection_method ma
warto$¢ iqr, okresla liczbe uzywana do
definiowania warto$ci skrajnych.
use_output_name flag Okresla, czy uzywana jest
niestandardowa nazwa wyniku.
output_name string Jesli use_output_name ma warto$¢
true, okresla nazwe.
output_mode Screen Stuzy do okreslania docelowe;j
File lokalizacji wynikéw generowanych

przez wezet.

output_format

Formatted (.zab)
Delimited (.csv)

Stuzy do okreslania typu wyniku.

HTML (.Atml)
Output (.cou)
paginate_output flag Gdy output_format ma warto$¢
HTML, powoduje dzielenie wynikow
na strony.
lines_per_page number Gdy jest uzywana razem z wlasciwoscia
paginate_output, okresla liczbe
wierszy na strong wynikow.
full_filename string

Rozdziat 16. Wiasciwosci wezla wyjsciowego 307



Wiasciwosci wezta extensionoutputnode

Wezel wynikowy Extension umozliwia analizowanie danych i
wynikow oceny modelu przy uzyciu skryptu R Iub Python for

& Spark udostgpnionego przez uzytkownika. Wyniki analizy moga
by¢ tekstowe lub graficzne. Wyniki sa dodawane do karty Wynik
na panelu menedzera albo moga by¢ przekierowane do pliku.

Python for Spark — przyktad

#### przyktad skryptu w jezyku Python for Spark

import modeler.api

stream = modeler.script.stream()

node = stream.create("extension_output", "extension_output")
node.setPropertyValue("syntax_type", "Python")

python_script = """

import json

import spss.pyspark.runtime

cxt = spss.pyspark.runtime.getContext()
df = cxt.getSparkInputData()

schema = df.dtypes[:]

print df

node.setPropertyValue("python_syntax", python_script)

Przykiad w jezyku R

#### przyktad skryptu w jezyku R
node.setPropertyValue("syntax_type", "R")
node.setPropertyValue("r_syntax", "print(modelerData$Age)")

Tabela 229. Wtasciwosci wezta extensionoutputnode

LogicalValues

Wiasciwosci wezla extensionoutputnode Typ danych Opis wlasciwosci
syntax_type R Okresla, ktory skrypt ma by¢ wykonany
Python —R lub Python (domyslnie R).

r_syntax string Komendy skryptu R realizujace oceng
modelu.

python_syntax string Komendy skryptu Python realizujace
ocene modelu.

convert_flags StringsAndDoubles Opcja przeksztatcania zmiennych typu

flaga.

convert_missing flag Opcja przeksztalcania brakow danych
na wartosci R NA.
convert_datetime flag Opcja przeksztalcania zmiennych o
formacie daty lub daty/czasu na formaty
daty/czasu jezyka R.
convert_datetime_class POSIXct Opcje okreslajace format docelowy, na
POSIXTt ktory przeksztalcane sa zmienne w
formacie daty i daty/czasu.
output_to Screen Okresl typ wyjsciowy (Screen lub
File File).
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Tabela 229. Wtasciwosci wezta extensionoutputnode (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla extensionoutputnode Typ danych Opis wlasciwosci

output_type Graph Okresl, czy nalezy generowac wyniki
Text graficzne lub tekstowe.

full_filename string Nazwa pliku, ktora ma zosta¢ uzyta dla

wygenerowanego wyniku.

graph_file_type HTML Typ pliku dla pliku wyjsciowego (.html
cou lub .cou).

text_file_type HTML Podaj typ pliku dla wyniku tekstowego
TEXT (-html, .txt Iub .cou).
cou

Wiasciwosci kde

A

Jadrowy estymator gestosci — Kernel Density Estimation (KDE)© — uzywa algorytméw Ball Tree lub
KD Tree do efektywnej obstugi zapytan i integruje techniki uczenia nienadzorowanego, generowania cech
(feature engineering) i modelowania danych. Do najpopularniejszych i najbardziej uzytecznych technik
estymacji gestosci naleza metody oparte na analizie sasiedztwa, takie jak KDE. Wezty Modelowanie KDE
i Symulacja KDE w produkcie SPSS Modeler eksponuja podstawowe funkcje i czgsto uzywane parametry
biblioteki KDE. Wezly sa zaimplementowane w jezyku Python.

Tabela 230. Wiasciwosci kde

Wiasciwosci kde

Typ danych

Opis wlasciwosci

inputs

field

Zmienne wejsciowe dla grupowania.

bandwidth

double

Wartoscia domyslna jest 1.

kernel

string

Jadro, ktére ma by¢ uzywane: gaussian albo
tophat. Wartos¢ domyslna to gaussian.

algorithm

string

Algorytm drzewa, ktory ma by¢ uzywany: kd_tree,
ball_tree albo auto. Wartoscia domyslna jest auto.

metric

string

Metryka, ktora ma by¢ stosowana przy obliczaniu
odlegtosci. W przypadku algorytmu kd_tree do
wyboru: Euclidean, Chebyshev, Cityblock,
Minkowski, Manhattan, Infinity, P, L2 albo L1. W
przypadku algorytmu ball_tree do wyboru:
Euclidian, Braycurtis, Chebyshev, Canberra,
Cityblock, Dice, Hamming, Infinity, Jaccard, L1,
L2, Minkowski, Matching, Manhattan, P,
Rogersanimoto, Russellrao, Sokalmichener,
Sokalsneath albo Kulsinski. Warto$cia domyslna
jest Euclidean.

atol

float

Zadana tolerancja bezwzgledna wyniku. Wigksza
tolerancja z reguly przyspiesza wykonanie
algorytmu. Wartoscia domysina jest 0,0.

rtol

float

Zadana tolerancja wzgledna wyniku. Wicksza
tolerancja z reguly przyspiesza wykonanie
algorytmu. Warto$cia domyslna jest 1E-8 .

breadthFirst

boolean

Ustaw warto$¢ True, aby stosowaé metodg ,,najpierw
szerokos¢”. Ustaw wartos¢ Fatsz, aby stosowac
metodg ,,najpierw glgbokosc”. Wartoscia domyslna
jest True.
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Tabela 230. Wtasciwosci kde (kontynuacja)

Wilasciwosci kde Typ danych Opis wlasciwosci

LeafSize integer Wielkos¢ liscia podstawowego drzewa. Warto$cia
domyslna jest 40. Zmiana tej warto$ci moze istotnie
wplynaé¢ na wydajnos¢.

pValue double Okresl Warto$¢ P, ktéra ma by¢ uzywana z metryka

Minkowski. Wartoscia domyslna jest 1.5.

Wiasciwosci wezta matrixnode

Przyktad

node = stream.create("matrix", "My node")

# Karta "Ustawienia"

node.setPropertyValue("fields", "Numerics")

node.setPropertyValue("row", "K")

node.setPropertyValue("column", "Na")
node.setPropertyValue("cell_contents", "Function")
node.setPropertyValue("function _field", "Age")

node.setPropertyValue("function",
# Karta "Wyglad"

"SUm")

node.setPropertyValue("sort mode", "Ascending")
node.setPropertyValue("highlight_top", 1)

node.setPropertyValue("highlight_bottom", 5)

Wezel Macierz tworzy tabelg przedstawiajaca relacje pomigdzy zmiennymi. Najczesciej stuzy do
przedstawienia relacji pomigdzy dwoma zmiennymi symbolicznymi, ale réwniez do zaprezentowania
relacji pomigdzy zmiennymi flagi lub zmiennymi numerycznymi.

node.setPropertyValue("display", ["Counts", "Expected", "Residuals"])
node.setPropertyValue("include_totals", True)

# Karta "Wynik"

node.setPropertyValue("full_filename", "C:/output/matrix_output.html")
node.setPropertyValue("output_format", "HTML")
node.setPropertyValue("paginate output", True)
node.setPropertyValue("1lines_per_page", 50)

Tabela 231. Wiasciwosci wezta matrixnode

Wiasciwosci wezla matrixnode Typ danych Opis wlasciwosci
fields Selected
Flags
Numerics
row field
column field
include_missing_values flag Okresla, czy braki danych uzytkownika
(wartosci puste) oraz systemowe braki
danych (null) beda uwzgledniane w
wynikach kolumnowych i
wierszowych.
cell_contents CrossTabs
Function
function_field string
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Tabela 231. Wtasciwosci wezta matrixnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla matrixnode Typ danych Opis wlasciwosci
function Sum
Mean
Min
Max
SDev
sort_mode Unsorted
Ascending
Descending
highlight_top number Warto$¢ niezerowa oznacza prawdg.
highlight_bottom number Warto$¢ niezerowa oznacza prawde.
display [Counts
Expected
Residuals
RowPct
ColumnPct
TotalPct]
include_totals flag
use_output_name flag Okresla, czy uzywana jest
niestandardowa nazwa wyniku.
output_name string Jesli use_output_name ma wartos¢
true, okresla nazwe.
output_mode Screen Stuzy do okreslania docelowe;j
File lokalizacji wynikow generowanych

przez wezel.

output_format

Formatted (.tab)
Delimited (.csv)

Stuzy do okreslania typu wyniku.
Zarowno z formatem Formatted, jak i

HTML (.atml) Delimited mozna stosowa¢
Output (.cou) modyfikator transposed, ktory
powoduje transpozycjg wierszy i
kolumn w tabeli.
paginate_output flag Gdy output_format ma wartos¢
HTML, powoduje dzielenie wynikow
na strony.
lines_per_page number Gdy jest uzywana razem z wlasciwoscia
paginate_output, okresla liczbe
wierszy na strong wynikow.
full_filename string
Wiasciwosci wezta meansnode
e Wezet Srednie poréwnuje $rednie miedzy niezaleznymi grupami lub miedzy parami powiazanych
m zmiennych w celu przetestowania, czy istnieje dla nich znaczna roznica. Na przyktad, mozna poréwnac
¥

$rednie przychody przed uruchomieniem promocji i po jej zakonczeniu lub poréwna¢ przychody od
klientow, ktorzy nie otrzymali oferty promocyjnej z tymi, ktdrzy z niej skorzystali.

Przyktad
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node = stream.create("means", "My node")

node.setPropertyValue("means_mode", "BetweenFields")

node.setPropertyValue("paired _fields", [["OPEN_BAL", "CURR BAL"]])

node.setPropertyVa]ue("]abe]_Eorre]ations", True)
node.setPropertyValue("output view", "Advanced")

node.setPropertyValue("output_mode", "File")

node.setPropertyValue("output_format", "HTML")
node.setPropertyValue("full_filename", "C:/output/means_output.html")

Tabela 232. Wiasciwosci wezta meansnode

Wiasciwosci wezla meansnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

means_mode

BetweenGroups
BetweenFields

Okresla typ statystyki srednich, ktéra
ma by¢ obliczona na danych.

test_fields [field1 ... fieldn] Okresla zmienna testowa, gdy
means_mode ma warto$¢
BetweenGroups.
grouping_field field Okresla zmienna grupujaca.
paired_fields [[field1 field2] Okresla pary zmiennych, ktére maja
[field3 field4] by¢ uzywane, gdy means_mode ma
] warto$¢ BetweenFields.
label_correlations flag Okresla, czy wyniki zawieraja etykiety
korelacji. To ustawienie ma
zastosowanie tylko wtedy, gdy
means_mode ma wartos$¢
BetweenFields.
correlation_mode Probability Okresla, czy etykiety korelacji maja
Absolute zawiera¢ informacje o
prawdopodobienstwie, czy wartosci
bezwzgledne.
weak_label string
medium_label string
strong_label string
weak_below_probability number Gdy correlation_mode ma wartos¢
Probability, okresla warto$¢ odcigcia
dla stabych korelacji. Musi to by¢
wartos¢ z przedziatu od 0 do 1 —na
przyktad 0,90.
strong_above_probability number Warto$¢ odcigceia dla silnych korelacji.
weak_below_absolute number Gdy correlation_mode ma warto$¢
Absolute, okresla warto$¢ odciecia dla
stabych korelacji. Musi to by¢ wartos¢ z
przedziatu od 0 do 1 — na przyktad
0,90.
strong_above_absolute number Warto$¢ odcigcia dla silnych korelacji.
unimportant_label string
marginal_label string
important_label string
unimportant_below number Warto$¢ odcigeia dla niskiej waznosci
zmiennej. Musi to by¢ warto$¢ z
przedziatu od 0 do 1 — na przyktad
0,90.
important_above number
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Tabela 232. Wtasciwosci wezta meansnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla meansnode Typ danych Opis wlasciwosci
use_output_name flag Okresla, czy uzywana jest
niestandardowa nazwa wyniku.
output_name string Nazwa, ktora ma by¢ uzywana.
output_mode Screen Okresla docelowa lokalizacje wynikow
File generowanych przez wezet.

output_format

Formatted (.tab)
Delimited (.csv)

Okresla typ wynikow.

HTML (.html)
Output (.cou)

full_filename string

output_view Simple Okresla, czy wyniki maja by¢
Advanced prezentowane w widoku prostym, czy

Zaawansowanym.

Wiasciwosci wezta reportnode

Wezel Raport tworzy sformatowane raporty zawierajace staly tekst oraz dane i inne wyrazenia
wydzielone z danych. Mozna okresli¢ format raportu, korzystajac z szablonéw tekstowych do
zdefiniowania konstrukc;ji tekstu stalego 1 danych wyjsciowych. Mozliwe jest zastosowanie
niestandardowego formatowania tekstu poprzez wprowadzenie do szablonu znacznikéw HTML i
ustawienie opcji na karcie Wynik. Wartosci danych i inne warunkowe wartosci wyjsciowe mozna

dotaczy¢ do szablonu za posrednictwem wyrazenn CLEM.

Przyktad
node = stream.create("report", "My node")

node.setPropertyValue("output format", "HTML")

node.setPropertyValue("ful 1_f1T1 ename", "C:/report output.html")

node.setPropertyValue("1lines_per page", 50)

node.setPropertyValue("title", "Report node created by a script")

node.setPropertyValue("highlights", False)

Tabela 233. Wiasciwosci wezta reportnode.

Wilasciwosci wezla reportnode Typ danych Opis wlasciwosci
output_mode Screen Stuzy do okreslania docelowej
File lokalizacji wynikow generowanych
przez wezet.
output_format HTML (.Ahtmli) Stuzy do okreslania typu wyniku.
Text (.xt)
Output (.cou)
format Auto Pozwala wybra¢, czy wynik bedzie
Custom formatowany automatycznie, czy tez za
pomoca kodu HTML uwzglednionego
w szablonie. Aby uzy¢ formatowania
HTML z szablonu, okresl warto$¢
Custom.
use_output_name flag Okresla, czy uzywana jest
niestandardowa nazwa wyniku.
output_name string Jesli use_output_name ma wartos¢

true, okresla nazwe.
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Tabela 233. Wtasciwosci wezta reportnode (kontynuacja).

Wilasciwosci wezla reportnode Typ danych Opis wlasciwosci
text string

full_filename string

highlights flag

title string

lines_per_page number

Wiasciwosci wezta routputnode

; . Wezet wynikowy R umozliwia analizowanie danych i wynikéw
R oceny modelu przy uzyciu skryptu R udostepnionego przez
uzytkownika. Wyniki analizy moga by¢ tekstowe lub graficzne.
Wyniki sa dodawane do karty Wynik na panelu menedzera albo
moga by¢ przekierowane do pliku.

L&

Tabela 234. Wtasciwosci wezta routputnode

Wilasciwosci wezla routputnode Typ danych Opis wlasciwosci
syntax string
convert_flags StringsAndDoubles

LogicalValues
convert_datetime flag
convert_datetime_class POSIXct

POSIXTt
convert_missing flag
output_name Auto

Custom
custom_name string
output_to Screen

File
output_type Graph

Text
full_filename string
graph_file_type HTML

cou
text_file_type HTML

TEXT

cou

Wiasciwosci wezta setglobalsnode

8 3 Wezet wartosci globalnych skanuje dane i oblicza warto$ci sumaryczne, ktére moga zosta¢ uzyte w

| @ wyrazeniach CLEM. Na przyktad, mozna uzy¢ tego wezta do obliczenia statystyk dla zmiennej o nazwie
age (wiek), a nastgpnie uzy¢ ogdlnej sredniej dla wartosci age w wyrazeniach CLEM, wstawiajac funkcje
@GLOBAL_MEAN(age).

Przyktad

314 1BM SPSS Modeler 18.2 — podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji



node = stream.create("setglobals", "My node")
node.setKeyedPropertyValue("globals", "Na", ["Max", "Sum", "Mean"])

node.setKeyedPropertyValue("globals", "K", ["Max", "Sum", "Mean"])

node.setKeyedPropertyValue("globals", "Age", ["Max", "Sum", "Mean"])

node.setPropertyValue("clear first", False)
node.setPropertyValue("show preview", True)

Tabela 235. Wiasciwosci wezta setglobalsnode.

Wiasciwosci wezla setglobalsnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

globals [Sum Mean Min Max Wihasciwos¢ ustruktruryzowana;
SDev] odwotania do zmiennych do ustawienia

musza mie¢ postac:
node.setKeyedPropertyValue(
llgloba.lsll7 llAgell’ [llMaXll, llSum",
"Mean", uSDeVu])

clear_first flag

show_preview flag

Wiasciwosci wezta simevalnode

Wezet Ocena symulacji przeprowadza ewaluacjg okreslonej predykcyjnej zmiennej przewidywane;j i
% prezentuje informacje na temat rozktadu i korelacji zmiennej przewidywane;.

Tabela 236. Wiasciwosci wezta simevalnode.

Wilasciwosci wezla simevalnode Typ danych Opis wlasciwosci
target field

iteration field

presorted_by_iteration boolean

max_iterations number

tornado_fields

[field]...fieldN]

plot_pdf boolean
plot_cdf boolean
show_ref_mean boolean
show_ref_median boolean
show_ref_sigma boolean
num_ref_sigma number
show_ref_pct boolean
ref_pct_bottom number
ref_pct_top number
show_ref_custom boolean

ref_custom_values

[numberl...numberN]

category_values

Category
Probabilities
Both
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Tabela 236. Wtasciwosci wezta simevalnode (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla simevalnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

category_groups Categories
Iterations
create_pct_table boolean
pct_table Quartiles
Intervals
Custom
pct_intervals_num number

pct_custom_values

[numberl...numberN]

Wiasciwosci wezta simfithode

Wezet Symulacje Dopasowanie sprawdza rozktad statystyczny danych w kazdej zmiennej i generuje (lub
% aktualizuje) wezet Symulacje Generowanie, stosujac rozktad o najlepszym dopasowaniu przypisany do
! kazdej zmiennej. Wezet Symulacje Generowanie moze by¢ wowczas uzyty do wygenerowania danych

objetych symulacja.

Tabela 237. Wiasciwosci wezta simfitnode.

Wiasciwosci wezla simfithode Typ danych Opis wlasciwoSci
build Node
XMLExport
Both
use_source_node_name boolean
source_node_name string Niestandardowa nazwa wezta
zroédtowego, ktory jest generowany lub
aktualizowany.
use_cases AT1
LimitFirstN
use_case_limit integer

fit_criterion AndersonDarling
KolmogorovSmirnov
num_bins integer
parameter_xml_filename string
generate_parameter_import boolean

Wiasciwosci wezla statisticsnode

T Wezet Statistics udostegpnia informacje podsumowujace na temat zmiennych numerycznych. Oblicza
& { statystyki podsumowujace dla poszczegdlnych zmiennych oraz korelacje pomigdzy zmiennymi.
n

Przyktad
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node = stream.create("statistics", "My node")

# Karta "Ustawienia"

node.setPropertyValue("examine", ["Age", "BP", "Drug"])
node.setPropertyValue("statistics", ["mean", "sum", "sdev"])
node.setPropertyValue("correlate", ["BP", "Drug"])

# Sekcja "Etykiety korelacji..." node.setPropertyValue("label correlations", True)
node.setPropertyValue("weak below absolute", 0.25)
node.setPropertyValue("weak_Tabel", "Tower")
node.setPropertyValue("strong_above absolute", 0.75)
node.setPropertyValue("medium_Tabel", "middle")
node.setPropertyValue("strong_Tabel", "upper")

# Karta "Wynik"

node.setPropertyValue("full_filename", "c:/output/statistics_output.html")
node.setPropertyValue("output_format", "HTML")

Tabela 238. Wiasciwosci wezta statisticsnode

Wiasciwosci wezla statisticsnode Typ danych Opis wlasciwosci
use_output_name flag Okresla, czy uzywana jest
niestandardowa nazwa wyniku.
output_name string Jesli use_output_name ma wartos¢
true, okresla nazwe.
output_mode Screen Stuzy do okreslania docelowe;j
File lokalizacji wynikow generowanych
przez wezet.
output_format Text (.txt) Stuzy do okreslania typu wyniku.
HTML (.html)
Output (.cou)
full_filename string
examine list
correlate list
statistics [count mean sum min

max range variance sdev
semean median mode]

correlation_mode Probability Okresla, czy etykiety korelacji maja
Absolute zawiera¢ informacje o

prawdopodobienstwie, czy wartosci
bezwzgledne.

label_correlations flag

weak_label string

medium_label string

strong_label string

weak_below_probability number Gdy correlation_mode ma warto$¢

Probability, okresla warto$¢ odciecia
dla stabych korelacji. Musi to by¢
warto$¢ z przedziatu od 0 do 1 —na

przyktad 0,90.
strong_above_probability number Wartos¢ odcigcia dla silnych korelacji.
weak_below_absolute number Gdy correlation_mode ma warto$¢

Absolute, okresla wartos¢ odciecia dla
stabych korelacji. Musi to by¢ wartos¢ z
przedziatu od 0 do 1 — na przyktad
0,90.

strong_above_absolute number Warto$¢ odcigcia dla silnych korelacji.
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Wiasciwosci wezta statisticsoutputnode

® Wezel wynikowy Statistics umozliwia wywotanie procedury IBM SPSS Statistics w celu

przeprowadzenia analizy danych IBM SPSS Modeler. Dostepne sa roznorodne procedury analityczne

programu IBM SPSS Statistics. Ten wezet wymaga licencjonowanej kopii programu IBM SPSS Statistics.

Whasciwosci tego wezta sa opisane w sekcji[*Wiasciwosci wezta statisticsoutputnode” na stronie 341|

Witasciwosci wezta tablenode

Wezel Tabela wyswietla dane w formacie tabeli, ktora mozna rowniez zapisa¢ jako plik. Jest to pomocne,

EEEE kiedy konieczne jest sprawdzenie wartosci danych lub wyeksportowanie ich w czytelnej postaci.

Przyktad

node = stream.create("table", "My node")

node.setPropertyValue("highlight_expr", "Age > 30")

node.setPropertyValue("output_format", "HTML")
node.setPropertyValue("transpose_data", True)
node.setPropertyValue("full_filename", "C:/output/table_output.htm")
node.setPropertyValue("paginate_output", True)
node.setPropertyValue("1lines_per page", 50)

Tabela 239. Wtasciwosci wezta tablenode.

Wiasciwosci wezla tablenode Typ danych Opis wlasciwosci

full_filename string W przypadku zapisywania wynikow na dysk,
w pliku danych lub w formacie HTML, jest to
nazwa pliku wyjsciowego.

use_output_name flag Okresla, czy uzywana jest niestandardowa
nazwa wyniku.

output_name string Jesli use_output_name ma wartos¢ true,
okresla nazwg.

output_mode Screen Shuzy do okre$lania docelowej lokalizacji

File wynikow generowanych przez wezet.

output_format

Formatted (.tab)
Delimited (.csv)

Stuzy do okreslania typu wyniku.

HTML (.htmli)
Output (.cou)
transpose_data flag Powoduje transponowanie danych przed ich
wyeksportowaniem w taki sposob, ze wiersze
reprezentuja zmienne, a kolumny reprezentuja
rekordy.
paginate_output flag Gdy output_format ma wartos¢ HTML,

powoduje dzielenie wynikow na strony.
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Tabela 239. Wtasciwosci wezta tablenode (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla tablenode Typ danych Opis wlasciwosci
lines_per_page number Gdy jest uzywana razem z wlasciwoscia
paginate_output, okresla liczbe wierszy na
strong wynikow.
highlight_expr string
output string Wiasciwos¢ przeznaczona tylko do odczytu,
ktora zawiera odwotanie do ostatniej tabeli
zbudowanej przez wezet.
value_labels [[Value LabelString] Stuzy do okreslania etykiet par wartosci.
[Value LabelString] ...]
display_places integer Okresla liczbg miejsc dziesigtnych
obowiazujaca przy wyswietlaniu zmiennej
(dotyczy tylko zmiennych o typie sktadowania
REAL). Warto$¢ —1 powoduje uzycie
ustawienia domyslnego dla strumienia.
export_places integer Okresla liczbg miejsc dziesigtnych
obowiazujaca przy eksportowaniu zmiennej
(dotyczy tylko zmiennych o typie sktadowania
REAL). Warto$¢ —1 powoduje uzycie
ustawienia domyslnego dla strumienia.
decimal_separator DEFAULT Okresla separator dziesigtny dla zmiennej
PERIOD (dotyczy tylko zmiennych o typie sktadowania
COMMA REAL).
date_format "DDMMYY " Okresla format daty dla zmiennej (dotyczy
"MMDDYY " tylko zmiennych o typie sktadowania DATE
"YYMMDD" Iub TIMESTAMP).
"YYYYMMDD"
"YYYYDDD"
DAY
MONTH
"DD-MM-YY"
"DD-MM-YYYY"
"MM-DD-YY"
"MM-DD-YYYY"
"DD-MON-YY"
"DD-MON-YYYY"
"YYYY-MM-DD"
"DD.MM. YY"
"DD.MM.YYYY"
"MM.DD.YYYY"
"DD.MON. YY"
"DD.MON.YYYY"
"DD/MM/YY"
"DD/MM/YYYY"
"MM/DD/YY"
"MM/DD/YYYY"
"DD/MON/YY"
"DD/MON/YYYY"
MON YYYY
g Q YYYY
ww WK YYYY
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Tabela 239. Wtasciwosci wezta tablenode (kontynuacja).

Wilasciwosci wezla tablenode

Typ danych

Opis wlasciwosci

time_format

"HHMMSS"
"HHMM"
"MMSS"
"HH:MM:SS"
"HH:MM"
"MM:SS"
"(H)H:(M)M:(S)S"
"(H)H:(M)M"
"(M)M:(S)S"
"HH.MM.SS"
"HH.MM"
"MM.SS"
"(H)H.(M)M.(S)S"
"(H)H.(M)M"
"(M)M.(S)S"

Okresla format czasu dla zmiennej (dotyczy
tylko zmiennych o typie sktadowania TIME
lub TIMESTAMP).

column_width

integer

Okresla szeroko$¢ kolumny dla zmienne;.
Wartos¢ —1 powoduje ustawienie szerokosci
kolumny na Auto.

justify

AUTO
CENTER
LEFT
RIGHT

Okresla justowanie kolumny dla zmienne;j.

Wiasciwosci wezta transformnode

FAN
fix)+

Przyktad

node = stream.create("transform", "My node")
node.setPropertyValue("fields", ["AGE", "INCOME"])
node.setPropertyValue("formula", "Select")
node.setPropertyValue("formula_log_n", True)
node.setPropertyValue("formula_log n offset", 1)

Tabela 240. Wiasciwosci wezta transformnode

Wezel Transformacja umozliwia wybor i podglad wynikow transformacji przed zastosowaniem ich w
wybranych zmiennych.

Wiasciwosci wezla transformnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

fields

[ fieldl... fieldn]

Zmienne, ktore maja by¢ uzywane w

przeksztatceniu.
formula All Wskazuje, czy nalezy obliczy¢
Select wszystkie, czy wybrane
przeksztatcenia.
formula_inverse flag Wskazuje, czy ma by¢ stosowane
przeksztatcenie odwrotne.
formula_inverse_offset number Okresla przesunigcie danych uzywane

w formule. Domyslnie 0, chyba ze
uzytkownik okresli inng wartos¢.
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Tabela 240. Wtasciwosci wezta transformnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla transformnode Typ danych Opis wlasciwosci

formula_log_n flag Wskazuje, czy ma by¢ stosowane
przeksztalcenie log,,.

formula_log_n_offset number

formula_log_10 flag Wskazuje, czy ma by¢ stosowane
przeksztatcenie log,.

formula_log_10_offset number

formula_exponential flag Wskazuje, czy ma by¢ stosowane
przeksztatcenie wyktadnicze (e¥).

formula_square_root flag Wskazuje, czy ma by¢ stosowane
przeksztalcenie pierwiastkiem
kwadratowym.

use_output_name flag Okresla, czy uzywana jest
niestandardowa nazwa wyniku.

output_name string Jesli use_output_name ma wartosc true,
okresla nazwe.

output_mode Screen Sthuzy do okre$lania docelowej

File lokalizacji wynikéw generowanych

przez wezet.

output_format HTML (.Atml) Stuzy do okreslania typu wyniku.

Output (.cou)

paginate_output flag Gdy output_format ma wartos¢
HTML, powoduje dzielenie wynikow
na strony.

lines_per_page number Gdy jest uzywana razem z wlasciwoscia
paginate_output, okresla liczbe
wierszy na strong wynikow.

full_filename string Okresla nazwe pliku wynikowego.
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Rozdziat 17. Wiasciwosci weztéw eksportu

Wspolne wiasciwosci weztow eksportu

Ponizsze wlasciwosci sa wspdlne dla wszystkich wezldow eksportu.

Tabela 241. Wspdlne witasciwosci weztow eksportu

Wilasciwos¢ Wartosci Opis wlasciwosci

publish_path string Rdzen nazwy publikowanych plikow obrazow i
parametrow.

publish_metadata flag Okresla, czy generowany bedzie plik metadanych

opisujacy dane wejsciowe i wyjsciowe obrazu
oraz ich modele danych.

publish_use_parameters flag Okresla, czy plik *.par ma zawiera¢ parametry
strumienia.
publish_parameters string list Okresla parametry do uwzglednienia.
execute_mode export_data Okresla, czy wezel jest wykonywany bez
publish publikowania strumienia, czy tez strumien jest
automatycznie publikowany po wykonaniu
strumienia.

Wiasciwosci wezta asexport

Funkcja eksportu do programu Analytic Server umozliwia uruchomienie strumienia w rozproszonym systemie plikow
HDFS (Hadoop Distributed File System).

Przykiad

node.setPropertyValue("use_default_as", False)
node.setPropertyValue("connection",
["false","9.119.141.141","9080","analyticserver","ibm","admin","admin","false","","","",""])

Tabela 242. Wtasciwosci wezta asexport.

Wilasciwosci wezla asexport Typ danych Opis wlasciwosci
data_source string Nazwa zrodta danych.
export_mode string Okresla, czy dotacza¢ (append)

eksportowane dane do istniejacego zrodia
danych, czy nadpisywac (overwrite)
dane w istniejacym zrodle.

use_default_as boolean Ustawienie wartosci True powoduje
uzycie domyslnego potaczenia Analytic
Server skonfigurowanego w pliku serwera
options.cfg. Ustawienie wartosci False
powoduje, ze uzywane jest potaczenie
tego wezta.
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Tabela 242. Wtasciwosci wezta asexport (kontynuacja).

Wiasciwosci wezla asexport

Typ danych

Opis wlasciwosci

connection

["string","string","string",
"string","string","string","string",

"string","string","string", "string"
,"string"]

Wiasciwos$¢ zawierajaca liste informacji o
szczegotach polaczenia Analytic Server.
Format jest nastgpujacy:

["is_secure_connect", "server_url",

"server_port", "context_root",
"consumer”, "user_name",
"password", "use-kerberos-auth",
"kerberos-krb5-config-file-path”,
"kerberos-jaas-config-file-path”,
"kerberos-krb5-service-principal-
name", "enable-kerberos-debug"]
Gdzie: is_secure_connect: oznacza, czy
uzyto potaczenia bezpiecznego, i moze
mie¢ warto$¢ true lub false.
use-kerberos-auth: wskazuje, czy
zastosowanie ma uwierzytelnianie
kerberos, i moze mie¢ wartos¢ true lub
false. enable-kerberos-debug:
wskazuje, czy dla uwierzytelniania
kerberos uzyto trybu debugowania, i moze
mie¢ wartos¢ true lub false.

Wiasciwosci wezta cognosexportnode

Wezet eksportu IBM Cognos eksportuje dane w formacie mozliwym do odczytania przez bazy danych

@ Cognos.

Dla tego wezta nalezy zdefiniowac potaczenie z serwerem Cognos i potaczenie ODBC.
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Potaczenie Cognos

Wtasciwosci polaczenia z serwerem Cognos opisano ponizej.

Tabela 243. Wtasciwosci wezta cognosexportnode

Wiasciwosci wezla
cognosexportnode Typ danych Opis wlasciwosci

cognos_connection ["string", "flag", "string", "string", "string"] Wtasciwos¢ zawierajaca listg informacji o
potaczeniu z serwerem Cognos. Obowiazuje

format: [ "namespace”, "tm1_ username",
"password"]

gdzie:

Cognos_server_URL to adres URL serwera
Cognos zawierajacego zrodto.

login_mode okresla, czy jest uzywane
logowanie anonimowe, i ma warto$¢ true lub
false; jesli ta wlasciwos¢ jest ustawiona na
true, to wymienione ponizej pola nalezy
ustawi¢ na "".

namespace okresla dostawce
uwierzytelniania uzywanego do logowania sig
na serwerze.

username i password to nazwa uzytkownika
i hasto uzywane do logowania na serwerze
Cognos.

Zamiast login_mode dostgpne sa takze

nastepujace tryby:

« anonymousMode. Na przyktad:
[Cognos_server_url’,

‘anonymousMode’, "namespace”,

"username", "password"]

« credentialMode. Na przyktad:
[Cognos_server_url’, ‘credentialMode’,
"namespace", "username", "password"]

 storedCredentialMode. Na przyktad:
[Cognos_server_url’,
‘storedCredentialMode’,
"stored_credential_name"]

Gdzie stored_credential_name jest nazwa
danych uwierzytelniajacych Cognos w
repozytorium.

cognos_package_name string Sciezka i nazwa pakietu Cognos, do ktérego
maja by¢ eksportowane dane, na przyktad:
/Public Folders/MyPackage

cognos_datasource string
cognos_export_mode Publish
ExportFile
cognos_filename string
Potaczenie ODBC

Wiasciwosci potaczenia ODBC sa identyczne z wymienionymi w opisie wezta databaseexportnode w nastgpne;j
sesji, z tym ze wlasciwos¢ datasource nie jest dozwolona.
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Wiasciwosci wezta databaseexportnode

Wezet eksportu do bazy danych zapisuje dane w zrddle danych zgodnym z interfejsem ODBC. Aby
mozliwy byt zapis w zrédle danych ODBC, to zrodto danych musi istnie¢, a uzytkownik musi mie¢ w nim

saL uprawnienia do zapisu.

Przyktad

Przyjeto, ze skonfigurowane jest Zzrdédto danych o nazwie "MyDatasource"
stream = modeler.script.stream()

db_exportnode = stream.createAt("databaseexport", "DB Export", 200, 200)
applynn = stream.findByType("applyneuralnetwork", None)
stream.1ink(applynn, db_exportnode)

# Karta Eksport

db_exportnode.setPropertyValue("username", "user")
db_exportnode.setPropertyValue("datasource", "MyDatasource")
db_exportnode.setPropertyValue("password", "password")
db_exportnode.setPropertyValue("table_name", "predictions")
db_exportnode.setPropertyValue("write_mode", "Create")
db_exportnode.setPropertyValue("generate _import", True)
db_exportnode.setPropertyValue("drop existing table", True)
db_exportnode.setPropertyValue("delete existing rows", True)
db_exportnode.setPropertyValue("default_string_size", 32)

# Okno dialogowe Schemat

db_exportnode.setKeyedPropertyValue("type", "region", "VARCHAR(10)")
db_exportnode.setKeyedPropertyValue("export _db primarykey", "id", True)
db_exportnode.setPropertyValue("use_custom create table command", True)
db_exportnode.setPropertyValue("custom_create_table_command", "My SQL Code")

# Okno dialogowe Indeksy

db_exportnode.setPropertyValue("use custom create index command", True)
db_exportnode.setPropertyValue("custom_create_index_command", "CREATE BITMAP INDEX <index-name>
ON <table-name> <(index-columns)>")

db_exportnode.setKeyedPropertyValue("indexes", "MYINDEX", ["fields", ["id", "region"]])

Tabela 244. Wtasciwosci wezta databaseexportnode

Wiasciwosci wezla

databaseexportnode Typ danych Opis wlasciwosci

datasource string

username string

password string

epassword string Ten parametr zagniezdzony w czasie

wykonywania jest dostgpny tylko do
odczytu. Do generowania haset
zakodowanych shuzy narzedzie
Kodowanie hasta dostgpne w menu
Narzedzia. Wigcej informacji mozna
znalez¢ w temacie[“Generowanie hasta)
[kodowanego” na stronie 52|

table_name string
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Tabela 244. Wtasciwosci wezta databaseexportnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

databaseexportnode Typ danych Opis wlasciwosci
write_mode Create
Append
Merge
map string Odwzorowuje nazwe zmiennej w
strumieniu na nazwe¢ kolumny w bazie
danych (tylko jesli write_mode to
Merge).
W przypadku opcji Merge wszystkie
zmienne musza by¢ odwzorowane, aby
zostaly wyeksportowane. Nazwy
zmiennych nieistniejacych w bazie danych
sa dodawane jako nowe kolumny.
key_fields list Okresla zmienna strumienia uzywana jako
klucz; wtasciwos¢ map okresla, ktoremu
elementowi w bazie danych ona
odpowiada.
join Database
Add
drop_existing_table flag
delete_existing_rows flag
default_string_size integer
type Wiasciwos¢ ustrukturyzowana uzywana
do okreslania typu schematu.
generate_import flag
use_custom_create_table_command | flag Parametr custom_create_table stuzy do
modyfikowania standardowej komendy
SQL CREATE TABLE.
custom_create_table_command string Okresla komende (w formie faficucha),
ktora ma by¢ uzywana zamiast
standardowej komendy SQL CREATE
TABLE.
use_batch flag Nastepujace wlasciwosci sa opcjami
zaawansowanymi masowego fadowania z
bazy danych. Wartos¢ True wlasciwosci
Use_batch powoduje wytaczenie
zatwierdzania wiersz po wierszu przy
zapisie w bazie danych.
batch_size number Okresla liczbe rekordow, ktora ma zostaé
wystana do bazy danych przed
zatwierdzeniem w pamigci.
bulk_loading Off Okresla typ tadowania masowego.
ODBC Dodatkowe opcje dla wartosci ODBC i
External External wymieniono ponizej.
not_logged flag
odbc_binding Row Okres$la wiazanie wierszowe lub
Kolumna kolumnowe przy tadowaniu masowym

przez ODBC.
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Tabela 244. Wtasciwosci wezta databaseexportnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla
databaseexportnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

loader_delimit_mode

Tab
Space
Other

W przypadku tadowania masowego przez
program zewngtrzny nalezy okresli¢
separator. Wybierz Other razem z
wlasciwoscia

loader_other_delimiter

, aby okresli¢ separator, na przyktad
przecinek (,).

loader_other_delimiter

string

specify_data_file

Slag

Flaga True aktywuje opisana nizej
wla$ciwos¢ data_file, ktora umozliwia
okreslenie nazwy pliku i Sciezki zapisu
przy tadowaniu masowym do bazy
danych.

data_file

string

specify_loader_program

Slag

Flaga True aktywuje opisana nizej
wiasciwos¢ loader_program, ktora
umozliwia okresélenie nazwy i lokalizacji
zewngtrznego skryptu lub programu
tadujacego.

loader_program

string

gen_lodfile

Slag

Flaga True aktywuje opisana ponizej
wiasciwos¢ logfile_name, ktéra
umozliwia okreslenie nazwy pliku na
serwerze, w ktorym ma by¢ generowany
dziennik bledow.

logfile_name

string

check_table_size

Slag

Flaga True umozliwia sprawdzanie, czy
wzrost wielkosci tabeli w bazie danych
odpowiada liczbie wierszy
wyeksportowanych z programu IBM
SPSS Modeler.

loader_options

string

Okresla dodatkowe argumenty wywolania
programu tadujacego, takie jak -comment
i-specialdir.

export_db_primarykey

Slag

Okresla, czy dana zmienna jest kluczem
podstawowym.

use_custom_create_index_command

Slag

Jesli true, dla wszystkich indeksow
wlaczona jest obstuga niestandardowego
kodu SQL.

custom_create_index_command

string

Okresla komendg SQL uzywana do
tworzenia indeksow, gdy wiaczona jest
obstuga niestandardowego kodu SQL. (Te
warto§¢ mozna przestoni¢ dla konkretnych
indeksow, tak jak opisano to ponizej).

indexes.INDEXNAME .fields

W razie potrzeby tworzy okreslony indeks
i generuje listg nazw zmiennych, ktore
maja by¢ w nim uwzglednione.
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Tabela 244. Wtasciwosci wezta databaseexportnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla

databaseexportnode Typ danych Opis wlasciwosci
INDEXNAME "use_custom_create_ | flag Stuzy do wilaczania lub wylaczania
index_command" obstugi niestandardowego kodu SQL dla

konkretnego indeksu. Przyktady
zamieszczono ponizej nastgpujace;j tabeli.

INDEXNAME string Okresla niestandardowy kod SQL dla

"custom_create_index_command"” okreslonego indeksu. Przyktady
zamieszczono ponizej nastgpujace;j tabeli.

indexes.INDEXNAME.remove flag Wartos¢ True powoduje usunigcie
okreslonego indeksu z zestawu indeksow.

table_space string Okresla obszar tabel, ktory zostanie
utworzony.

use_partition flag Powoduje uzycie rozproszonej zmiennej
mieszajacej.

partition_field string Okresla zawarto$¢ rozproszonej zmiennej
mieszajacej.

Uwaga: W niektorych bazach danych mozna nakaza¢ tworzenie tabel do eksportu z kompresja (np. rownowaznik
komendy CREATE TABLE MYTABLE (...) COMPRESS YES; w SQL). Wtasciwosci use_compression i
compression_mode umozliwiaja korzystanie z tej funkcji w sposdb opisany ponize;j.

Tabela 245. Wtasciwosci wezta databaseexportnode zwigzane z funkcja kompresji

Wilasciwosci wezla

databaseexportnode Typ danych Opis wlasciwosci

use_compression Boolean Wartos¢ True powoduje tworzenie tabel do eksportu

z kompresja.

compression_mode Row Okresla poziom kompresji dla baz danych na
Page serwerze SQL Server.
Default Okresla poziom kompresji dla baz danych na
Direct_Load_Operations serwerze Oracle. Wartosci OLTP, Query_High,
All_Operations Query_Low, Archive_High i Archive_Low mozna
Basic uzywac na serwerach Oracle w wersji nie nizszej niz
OLTP 11gR2.
Query_High
Query_Low
Archive_High
Archive_Low

Przyktad modyfikacji komendy CREATE INDEX dla konkretnego indeksu:

db_exportnode.setKeyedPropertyValue("indexes", "MYINDEX", ["use custom create index command",
True])db_exportnode.setKeyedPropertyValue("indexes", "MYINDEX", ["custom create_index_command",
"CREATE BITMAP INDEX <index-name> ON <table-name> <(index-columns)>"])

Operacje t¢ mozna tez wykona¢ za pomoca tabeli mieszajace;j:

db_exportnode.setKeyedPropertyValue("indexes", "MYINDEX", ["fields":["id", "region"],
"use_custom_create_index_command":True, "custom create index_ command":

"CREATE INDEX <index-name> ON

<table-name> <(index-columns)>"])
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Wiasciwosci wezta datacollectionexportnode

Dane wyjsciowe wezta eksportu Data Collection sa w formacie uzywanym przez oprogramowanie do

badan rynku Data Collection. Aby mozna byto korzysta¢ z tego wezla, musi by¢ zainstalowana biblioteka
Data Collection Data Library.

Przyktad

stream = modeler.script.stream()

datacollectionexportnode = stream.createAt("datacollectionexport", "Data Collection", 200, 200)
datacollectionexportnode.setPropertyValue("metadata file", "c:\\museums.mdd")
datacollectionexportnode.setPropertyValue("merge metadata", "Overwrite")
datacollectionexportnode.setPropertyValue("casedata file", "c:\\museumdata.sav")
datacollectionexportnode.setPropertyValue("generate import", True)
datacollectionexportnode.setPropertyValue("enable_system variables", True)

Tabela 246. Wtasciwosci wezta datacollectionexportnode

Wilasciwosci wezla datacollectionexportnode Typ danych Opis wlasciwosci
metadata_file string Nazwa pliku metadanych do
wyeksportowania.
merge_metadata Overwrite
MergeCurrent
enable_system_variables flag Okresla, czy wyeksportowany plik .mdd

powinien zawiera¢ zmienne systemowe
Data Collection.

casedata_file string Nazwa pliku .sav, do ktorego maja by¢
eksportowane dane obserwacji.

generate_import flag

Wiasciwosci wezta excelexportnode

Wezet eksportu Plik Excel powoduje zapisanie danych wyjsciowych w pliku Microsoft Excel w formacie
EXCEL] XlIsx. Opcjonalnie mozna zdecydowac, aby program Excel byt uruchamiany automatycznie i otwierat
wyeksportowany plik po wykonaniu wezta.

Przyktad

stream = modeler.script.stream()

excelexportnode = stream.createAt("excelexport", "Excel", 200, 200)
excelexportnode.setPropertyValue("full filename", "C:/output/myexport.x1sx")
excelexportnode.setPropertyValue("excel file type", "Excel2007")
excelexportnode.setPropertyValue("inc_field_names", True)
excelexportnode.setPropertyValue("inc_labels_as_cell _notes", False)
excelexportnode.setPropertyValue("Taunch_application", True)
excelexportnode.setPropertyValue("generate_import", True)

Tabela 247. Wtasciwosci wezta excelexportnode

Wiasciwosci wezla excelexportnode Typ danych Opis wlasciwosci
full_filename string
excel_file_type Excel2007
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Tabela 247. Wtasciwosci wezta excelexportnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla excelexportnode Typ danych Opis wlasciwosci
export_mode Create
Append

inc_field_names flag Okresla, czy pierwszy wiersz arkusza
ma zawiera¢ nazwy zmiennych.

start_cell string Okresla poczatkowa komorke do
wyeksportowania.

worksheet_name string Nazwa arkusza do zapisania.

launch_application flag Okresla, czy od razu nalezy otworzy¢
wynikowy plik w programie Excel.
Nalezy zwrdci¢ uwagg, ze $ciezka do
programu Excel musi by¢ okre§lona w
oknie dialogowym Aplikacje
pomocnicze (menu Narzedzia,
Aplikacje pomocnicze).

generate_import flag Okresla, czy ma zosta¢ wygenerowany
wezel importu z programu Excel, ktory
odczyta wyeksportowany plik danych.

Wiasciwosci wezta extensionexportnode

R

Z weztem wynikowym eksportu Extension mozna uruchomic
skrypty R lub Python for Spark w celu eksportu danych.

Python for Spark — przyktad

#### przyktad skryptu w jezyku Python for Spark

import modeler.api

stream = modeler.script.stream()

node = stream.create("extension_export", "extension_export")
node.setPropertyValue("syntax_type", "Python")

python_script = """import spss.pyspark.runtime
from pyspark.sql import SQLContext
from pyspark.sql.types import =

cxt = spss.pyspark.runtime.getContext()
df = cxt.getSparkInputData()

print df.dtypes[:]

_newDF = df.select("Age","Drug")

print _newDF.dtypes[:]

df.select("Age", "Drug").write.save("c:/data/ageAndDrug.json", format="json")

node.setPropertyValue("python_syntax", python_script)
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Przyktad w jezyku R

#### przyktad skryptu w jezyku R
node.setPropertyValue("syntax_type", "R")

node.setPropertyValue("r_syntax", """write.csv(modelerData, "C:/export.csv")""")

Tabela 248. Wtasciwosci wezta extensionexportnode

LogicalValues

Wilasciwosci wezla extensionexportnode Typ danych Opis wlasciwosci
syntax_type R Okresla, ktory skrypt ma by¢ wykonany
Python — R lub Python (domyslnie R).
r_syntax string Komendy skryptu R do uruchomienia.
python_syntax string Komendy skryptu Python do
uruchomienia.
convert_flags StringsAndDoubles Opcja przeksztalcania zmiennych typu

flaga.

convert_missing

Sflag

Opcja przeksztatcania brakéw danych
na wartosci R NA.

convert_datetime flag Opcja przeksztalcania zmiennych o
formacie daty lub daty/czasu na formaty
daty/czasu jezyka R.
convert_datetime_class POSIXct Opcje okreslajace format docelowy, na
POSIXTt ktory przeksztatcane sa zmienne w

formacie daty i daty/czasu.

Wiasciwosci wezta jsonexportnode

Wezet eksportu JSON generuje dane wyjsciowe w formacie JSON. Wigcej informacji mozna znalez¢ w

[JSON] [Wezet Eksport JSON|

Tabela 249. Wtasciwosci jsonexportnode

Wiasciwosci wezla jsonexporthode Typ danych Opis wlasciwosci

full_filename string Pelna nazwa pliku wraz ze $Sciezka.

string_format records Okresl format tancucha JSON. Wartos¢
values domyslna to records.

generate_import flag Okresla, czy ma zosta¢ wygenerowany

wezel importu JSON, ktéry odczyta
wyeksportowany plik danych.
Domyslna wartoscia jest False.

Wiasciwosci wezta outputfilenode

Dane wyjsciowe wykresu eksportu Plik ptaski zapisywane sa w pliku tekstowym z danymi
= rozgraniczonymi. Jest to przydatne podczas eksportowania danych, ktére moga by¢ odczytywane przez
inne oprogramowanie do przeprowadzania analizy lub obstugujace arkusz kalkulacyjny.

oo

Przyktad
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stream = modeler.script.stream()
stream.createAt("outputfile", "File Output", 200, 200)
outputfile.setPropertyValue("full_filename", "c:/output/flatfile_output.txt")
outputfile.setPropertyValue("write_mode", "Append")
outputfile.setPropertyValue("inc_field names", False)

outputfile =

outputfile.setPropertyValue("use newline after_ records", False)

outputfile.setPropertyValue("delimit_mode", "Tab")
outputfile.setPropertyValue("other_delimiter", ",")
outputfile.setPropertyValue("quote_mode", "Double")
outputfile.setPropertyValue("other quote", "x")
outputfile.setPropertyValue("decimal_symbol", "Period")
outputfile.setPropertyValue("generate import", True)

Tabela 250. Wiasciwosci wezta outputfilenode

Wilasciwosci wezla outputfilenode Typ danych Opis wlasciwosci
full_filename string Nazwa pliku wyjsciowego.
write_mode Overwrite
Append
inc_field_names flag
use_newline_after_records flag
delimit_mode Comma
Tab
Space
Other
other_delimiter char
quote_mode None
Single
Double
Other
other_quote flag
generate_import flag
encoding StreamDefault
SystemDefault
"UTF-8"

Wiasciwosci wezta sasexportnode

Przyktad

Dane wyjsciowe wezta eksportu SAS sa zapisywane w formacie SAS, aby mogly zosta¢ odczytane w

systemie SAS lub za pomoca pakietu oprogramowania kompatybilnego z systemem SAS. Dostegpne sa

trzy pliki w formacie SAS: SAS dla Windows/OS2, SAS dla UNIX lub SAS wersja 7/8.

stream = modeler.script.stream()
= stream.createAt("sasexport", "SAS Export", 200, 200)
.setPropertyValue("full_filename", "c:/output/SAS output.sas7bdat")

sasexportnode
sasexportnode
sasexportnode
sasexportnode
sasexportnode

.setPropertyValue("format", "SAS8")

.setPropertyValue("export_names", "NamesAndLabels")

.setPropertyValue("generate_import", True)
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Tabela 251. Wtasciwosci wezta sasexportnode

Wilasciwosci wezla sasexportnode Typ danych Opis wlasciwosci

format Windows Zmienne etykiet wlasciwos$ci wariantu.
UNIX
SAS7
SAS8

full_filename string

export_names

NamesAndLabels
NamesAsLabels

Stuza do odwzorowywania nazw
zmiennych z programu IBM SPSS
Modeler po eksporcie na zmienne
programu IBM SPSS Statistics lub
SAS.

generate_import

Sflag

Wiasciwosci wezta statisticsexportnode

: B Dane wynikowe wezta eksportu Statistics zapisywane sa w formacie IBM SPSS Statistics: .sav lub .zsav.
Pliki .sav lub .zsav moga by¢ odczytywane przez produkty IBM SPSS Statistics Base i inne. Jest to
=] rowniez format uzywany przez pliki pamigci podrecznej w programie IBM SPSS Modeler.

Whasciwosci tego wezla sa opisane w sekcji[“Whasciwosci wezla statisticsexportnode” na stronie 341}

Wiasciwosci wezta tm1odataexport

[ > Wezel eksportu IBM Cognos TM1 eksportuje dane w formacie mozliwym do odczytania przez bazy

danych Cognos TM1.

Tabela 252. Wtasciwosci wezta tm1odataexport

Wilasciwosci wezla tm1odataexport Typ danych Opis wlasciwosci

admin_host string Adres URL dla nazwy hosta interfejsu API REST.

server_name string Nazwa serwera TM1 wybranego z admin_host.

credential_type inputCredential lub Stuzy do wskazywania typu informacji autoryzacyjnych.

storedCredential

input_credential list Jesli parametr credential_type ma wartos¢
inputCredential, nalezy poda¢ nazwg domeny, nazwe
uzytkownika i hasto.

stored_credential_name string Jesli parametr credential_type ma wartosc¢
storedCredential, nalezy poda¢ nazwg referencji na
serwerze C&DS.

selected_cube field Nazwa kostki, do ktorej maja by¢ eksportowane dane. Na

przyktad:
TM1_export.setPropertyValue("selected_cube",
"plan_BudgetPlan")
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Tabela 252. Wtasciwosci wezta tm1odataexport (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla tm1odataexport Typ danych Opis wlasciwosci

spss_field_to_tm1_element_mapping | list Element tm1, do ktérego ma nastapi¢ odwzorowanie,
musi by¢ czgscia wymiaru kolumny dla wybranego
widoku kostki. Format wyglada nastgpujaco: [[[Field_1,
Dimension_1, False], [Element_1, Dimension_2,
True], ...], [[Field_2, ExistMeasureElement, False],
[Field_3, NewMeasureElement, True], ...]]

Istnieja dwie listy do opisywania informacji o
mapowaniu. Mapowanie elementu liscia do wymiaru
odpowiada drugiemu z ponizszych przyktadow:

Przyktad 1: Pierwsza lista: ([[Field_1, Dimension_1,
False], [Element_1, Dimension_2, True], ...]) stuzy do
wskazywania informacji o mapowaniu wymiarow TM1.

Kazda lista z 3 wartosciami wskazuje informacje o
mapowaniu wymiardw. Trzecia warto§¢ boolowska stuzy
do wskazywania, czy wybiera element wymiaru. Na
przyktad: "[Field_1, Dimension_1, False]" oznacza, ze
Field_1 zmapowano naDimension_1; "[Element_1,
Dimension_2, True]" oznacza, ze Element_1 wybrano
dla Dimension_2.

Przyktad 2: Druga lista: ([[Field_2,
ExistMeasureElement, False], [Field_3,
NewMeasureElement, True], ...]) sluzy do
wskazywania informacji o mapowaniu elementow
wymiarow miar TM1.

Kazda lista z 3 wartosciami wskazuje informacje o
mapowaniu miar. Trzecia warto$¢ boolowska stuzy do
wskazywania koniecznos$ci utworzenia nowego elementu.
"[Field_2, ExistMeasureElement, False]" oznacza, ze
Field_2 zmapowano na ExistMeasureElement;
"[Field_3, NewMeasureElement, True]" oznacza, ze
NewMeasureElement musi by¢ wymiarem miary
wybranym w selected_measure, a Field_3 na niego
Zmapowano.

selected_measure string Okre$l wymiar miary.

Przyktad: setPropertyValue("selected_measure",
"Measures")

Wiasciwosci wezta tm1export (zdeprecjonowanego)

'a Wezet eksportu IBM Cognos TM1 eksportuje dane w formacie mozliwym do odczytania przez bazy
danych Cognos TM1.

Uwaga: Ten wezel zostat zdeprecjonowany w produkcie Modeler 18.0. Nazwa skryptu wezta zamiany to
tmlodataexport.
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Tabela 253. Wtasciwosci wezta tm1export.

Wilasciwosci wezla tm1export

Typ danych

Opis wlasciwosci

pm_host

string

Uwaga: Tylko dla wersji 16.01 17.0

Nazwa hosta. Na przyktad:
TM1_export.setPropertyValue("pm_host",
‘http://9.191.86.82:9510/pmhub/pm’)

tm1_connection

["ﬁe‘l ”,"ﬁel u)

"field"]

Uwaga: Tylko dla wersji 16.0117.0

Wiasciwos¢ zawierajaca listg informacji o polaczeniu z
serwerem TM1. Obowiazuje format: [
"TM1_Server_Name", "tm1_ username”,
"tm1_password"]

Na przyktad:
TM1_export.setPropertyValue("tm1_connection”,

" apple"])

selected_cube

field

[Planning Sample’, "admin

Nazwa kostki, do ktorej maja by¢ eksportowane dane. Na
przyktad:
TM1_export.setPropertyValue("selected_cube",
"plan_BudgetPlan")

spssfield_tm1element_mapping

list

Element tm1, do ktorego ma nastapi¢ odwzorowanie,
musi by¢ czgscia wymiaru kolumny dla wybranego
widoku kostki. Format wyglada nastgpujaco: [[[Field_1,
Dimension_1, False], [Element_1, Dimension_2,
True], ...], [[Field_2, ExistMeasureElement, False],
[Field_3, NewMeasureElement, Truel, ...]]

Istnieja dwie listy do opisywania informacji o
mapowaniu. Mapowanie elementu liScia do wymiaru
odpowiada drugiemu z ponizszych przyktadow:

Przyktad 1: Pierwsza lista: ([[Field_1, Dimension_1,
False], [Element_1, Dimension_2, True], ...]) stuzy do
wskazywania informacji o mapowaniu wymiarow TM1.

Kazda lista z 3 wartosciami wskazuje informacje o
mapowaniu wymiarow. Trzecia warto$¢ boolowska stuzy
do wskazywania, czy wybiera element wymiaru. Na
przyktad: "[Field_1, Dimension_1, False]" oznacza, ze
Field_1 zmapowano naDimension_1; "[Element_1,
Dimension_2, True]" oznacza, ze Element_1 wybrano
dla Dimension_2.

Przyktad 2: Druga lista: ([[Field_2,
ExistMeasureElement, False], [Field_3,
NewMeasureElement, True], ...]) stuzy do
wskazywania informacji o mapowaniu elementow
wymiaréow miar TM1.

Kazda lista z 3 wartosciami wskazuje informacje o
mapowaniu miar. Trzecia warto§¢ boolowska stuzy do
wskazywania koniecznosci utworzenia nowego elementu.
"[Field_2, ExistMeasureElement, False]" oznacza, ze
Field_2 zmapowano na ExistMeasureElement;
"[Field_3, NewMeasureElement, True]" oznacza, ze
NewMeasureElement musi by¢ wymiarem miary
wybranym w selected_measure, a Field_3 na niego
zmapowano.
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Tabela 253. Wtasciwosci wezta tm1export (kontynuacja).

Wilasciwosci wezla tm1export

Typ danych

Opis wlasciwosci

selected_measure string

Okresl wymiar miary.

Przyktad: setPropertyValue("selected_measure",
"Measures")

Wiasciwosci wezta xmlexportnode

Wezet eksportu XML zapisuje dane w pliku w formacie XML. Opcjonalnie mozna utworzy¢ wezet

ZXML> zrédtowy XML, ktéry odczyta wyeksportowane dane z powrotem do strumienia.

Przyktad
stream = modeler.script.stream()

xmlexportnode = stream.createAt("xmlexport", "XML Export", 200, 200)
xmlexportnode.setPropertyValue("full _filename", "c:/export/data.xml")
xmlexportnode.setPropertyValue("map", [["/catalog/book/genre", "genre"],
["/catalog/book/title", "title"]])

Tabela 254. Wtasciwosci wezta xmlexportnode

Wiasciwosci wezla xmlexportnode Typ danych Opis wlasciwosci

full_filename string (Wymagana) Petna $ciezka i nazwa docelowego
pliku XML.

use_xml_schema flag Okresla, czy do sterowania struktura eksportowanych
danych ma by¢ uzywany schemat XML (plik XSD
lub DTD).

full_schema_filename string Pelna $ciezka i nazwa pliku XSD lub DTD, ktory ma
by¢ uzywany. Wymagana, jesli use_xml_schema
ma wartos¢ true.

generate_import flag Powoduje wygenerowanie zrodlowego wezta XML,
ktory odczyta wyeksportowane dane z powrotem do
strumienia.

records string Wyrazenie XPath opisujace granicg rekordu.

map string Odwzorowuje nazwg zmiennej na strukturg XML.
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Rozdziat 18. Wiasciwosci wezla IBM SPSS Statistics

Wiasciwosci wezta statisticsimportnode

Wezet Plik Statistics odczytuje dane z pliku w formacie .sav lub .zsav uzywanym przez program IBM
SPSS Statistics, jak rowniez pliki pamigci podrecznej zapisane w programie IBM SPSS Modeler, ktore
réwniez uzywaja tego samego formatu.

Przyktad

stream = modeler.script.stream()

statisticsimportnode = stream.createAt("statisticsimport", "SAV Import", 200, 200)
statisticsimportnode.setPropertyValue("full_filename", "C:/data/drugln.sav")
statisticsimportnode.setPropertyValue("import names", True)
statisticsimportnode.setPropertyValue("import_data", True)

Tabela 255. Wtasciwosci wezta statisticsimportnode

Wilasciwosci wezla

statisticsimportnode Typ danych Opis wlasciwosci
full_filename string Petna nazwa pliku wraz ze $Sciezka.
password string Hasto. Parametrowi password nalezy nada¢ warto$¢

przed nadaniem warto$ci parametrowi
file_encrypted.

file_encrypted flag Okresla, czy plik jest zabezpieczony hastem.
import_names NamesAndLabels Metoda postepowania z nazwami i etykietami
LabelsAsNames zmiennych.
import_data DataAndLabels Metoda postgpowania z wartosciami i etykietami.
LabelsAsData
use_field_format_for_storage Boolean Okresla, czy przy imporcie uzywaé informacji o
formacie zmiennych z programu IBM SPSS
Statistics.

Wiasciwosci wezla statisticstransformnode

° Wezet przeksztatcen Statistics uruchamia wybor komend sktadni IBM SPSS Statistics dla zrédet danych
- w programie IBM SPSS Modeler. Ten wegzel wymaga licencjonowanej kopii programu IBM SPSS
Statistics.
Przyktad

stream = modeler.script.stream()

statisticstransformnode = stream.createAt("statisticstransform", "Transform", 200, 200)
statisticstransformnode.setPropertyValue("syntax", "COMPUTE NewVar = Na + K.")
statisticstransformnode.setKeyedPropertyValue("new name", "NewVar", "Mixed Drugs")
statisticstransformnode.setPropertyValue("check before saving", True)
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Tabela 256. Wtasciwosci wezta statisticstransformnode

Wiasciwosci wezla statisticstransformnode Typ danych Opis wlasciwosci
syntax string
check_before_saving flag Powoduje sprawdzanie poprawnosci

sktadni wprowadzonych komend przed
zapisaniem wpisow. Jesli sktadnia jest
niepoprawna, wyswietlany jest
komunikat o btedzie.

default_include flag Wigcej informacji mozna znalez¢ w
temacie |“Wias'ciwoéci wezla ﬁlternode”l

Iga stronie 13 Sl

include flag Wigcej informacji mozna znalez¢ w
temacie |“Wias'ciwoéci wezla ﬁlternode”l

Iga stronie 13 Sl

new_name string Wigcej informacji mozna znalez¢ w
temacie[“Whasciwoéci wezta filternode™

Iga stronie 13 Sl

Wiasciwosci wezta statisticsmodelnode

Wezet Model Statistics umozliwia analizowanie danych i pracg z nimi poprzez uruchomienie procedur
IBM SPSS Statistics tworzacych PMML. Ten wezet wymaga licencjonowanej kopii programu IBM SPSS
Statistics.

@

Przyktad

stream = modeler.script.stream()

statisticsmodelnode = stream.createAt("statisticsmodel", "Model", 200, 200)
statisticsmodelnode.setPropertyValue("syntax", "COMPUTE NewVar = Na + K.")
statisticsmodelnode.setKeyedPropertyValue("new name", "NewVar", "Mixed Drugs")

Wiasciwosci wezla statisticsmodelnode Typ danych Opis wlasciwosci
syntax string
default_include flag Wigcej informacji mozna znalez¢ w

temacie[“Wiasciwosci wezta filternode”]

Iga stronie 138I

include flag Wigcej informacji mozna znalez¢ w
temacie [“Wlasciwosci wezta filternode”|

Iga stronie 138I

new_name string Wigcej informacji mozna znalez¢é w
temacie[“Wiasciwo$ci wezta filternode’|

Iga stronie 138I
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Wiasciwosci wezta statisticsoutputnode

Wezet wynikowy Statistics umozliwia wywotanie procedury IBM SPSS Statistics w celu
przeprowadzenia analizy danych IBM SPSS Modeler. Dostepne sa roznorodne procedury analityczne
programu IBM SPSS Statistics. Ten wegzel wymaga licencjonowanej kopii programu IBM SPSS Statistics.

Przyktad

stream = modeler.script.stream()

statisticsoutputnode = stream.createAt("statisticsoutput", "Output", 200, 200)
statisticsoutputnode
statisticsoutputnode.setPropertyValue("use output name", False)
statisticsoutputnode.setPropertyValue("output_mode", "File")
statisticsoutputnode.setPropertyValue("full _filename", "Cases by Age, Sex and Medical History")
statisticsoutputnode.setPropertyValue("file_type", "HTML")

Tabela 257. Wtasciwosci wezla statisticsoutputnode

Wiasciwosci wezla statisticsoutputnode Typ danych Opis wlasciwosci
mode Dialog Wybiera opcjg "Okno dialogowe IBM
Syntax SPSS Statistics" albo Edytor komend
syntax string
use_output_name flag
output_name string
output_mode Screen
File
full_filename string
file_type HTML
SPV
SPW

Wiasciwosci wezta statisticsexportnode

Dane wynikowe wezta eksportu Statistics zapisywane sa w formacie IBM SPSS Statistics: .sav lub .zsav.
Pliki .sav lub .zsav moga by¢ odczytywane przez produkty IBM SPSS Statistics Base i inne. Jest to
réwniez format uzywany przez pliki pamigci podrecznej w programie IBM SPSS Modeler.

|

.setPropertyValue("syntax", "SORT CASES BY Age(A) Sex(A) BP(A) Cholesterol(A)")

Przyktad

stream = modeler.script.stream()

statisticsexportnode = stream.createAt("statisticsexport", "Export", 200, 200)
statisticsexportnode.setPropertyValue("full_filename", "c:/output/SPSS Statistics_out.sav")
statisticsexportnode.setPropertyValue("field names", "Names")
statisticsexportnode.setPropertyValue("launch_application", True)
statisticsexportnode.setPropertyValue("generate import", True)
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Tabela 258. Wtasciwosci wezta statisticsexportnode

Wilasciwosci wezla

statisticsexportnode Typ danych Opis wlasciwosci

full_filename string

file_type sav Zapisywanie pliku w formacie sav albo zsav. Na przyktad:
zsav statisticsexportnode.setPropertyValue("file_type","sav")

encrypt_file flag Okresla, czy plik jest zabezpieczony hastem.

password string Hasto.

launch_application flag

export_names NamesAndLabels Stuza do odwzorowywania nazw zmiennych z programu IBM SPSS
NamesAsLabels Modeler po eksporcie na zmienne programu IBM SPSS Statistics lub

SAS.
generate_import flag
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Rozdziat 19. Wiasciwosci wezta Python

Wiasciwosci wezta gmm

Model mieszanin rozkltadow Gaussa — Gaussian Mixture© — to model probabilistyczny, w ktorym
zaktada sig, ze punkty danych generowane sa na podstawie mieszaniny skonczonej liczby rozktadow

b Gaussa o nieznanych parametrach. Modele mieszanin mozna opisa¢ jako uogolnienie grupowania metoda
k-$rednich z uwzglednieniem informacji o strukturze kowariancji danych oraz srodkach ukrytych
rozktadow Gaussa. Wezet Mieszanina rozktadow Gaussa w produkcie SPSS Modeler eksponuje
podstawowe funkcje i czgsto uzywane parametry biblioteki Gaussian Mixture. Wezet jest
zaimplementowany w jezyku Python.

Tabela 259. Wiasciwosci wezta gmm

Wilasciwosci wezta gmm Typ danych Opis wlasciwosci

role_use boolean Okresl False, aby uzywac predefiniowanych rol,
albo True, aby uzywa¢ niestandardowych przypisan
zmiennych. Domyslna wartoscia jest False.

predictors field

use_partition boolean Ustaw warto$¢ True albo False, aby okresli¢, czy
maja by¢ uzywane dane dzielone na podzbiory.
Domyslna wartoscia jest False.

covariance_type string Okresl typ kowariancji: Full, Tied, Diag albo
Spherical.

number_component integer Okresl catkowita liczbe komponentéw mieszaniny.
Warto$¢ minimalna to 1. Wartos¢ domyslna to 2.

component_lable boolean Okresl True, aby etykieta skupienia byta fancuchem,
alboFalse, aby jako etykieta skupienia byta
numerem. Domyslna wartoscia jest False.

label_prefix string W przypadku uzycia tanicucha mozna okresli¢
przedrostek.

enable_random_seed boolean Okresl warto$¢ True, aby uzy¢ wartosci startowej
generatora liczb losowych. Domyslna wartoscia jest
False.

random_seed integer W przypadku uzycia wartosci startowej generatora
liczb losowych okresl liczbg catkowita, ktora bedzie
uzywana do generowania prob losowych

tol Double Okresli¢ prog zbieznosci. Wartoscia domysIna jest
0.000.1.

max_iter integer Okresl maksymalna liczbg wykonywanych iteracji.
Wartoscia domyslna jest 100.

init_params string Ustaw parametr inicjowania, ktéry ma by¢ uzywany.
Dostgpne opcje to Kmeans i Random.

warm_start boolean Okresl True, aby uzywac rozwiazania ostatniego
dopasowania do zainicjowania nastgpnego
dopasowania. Domy$lna warto$cia jest False.
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Wiasciwosci hdbscannode

Hierarchiczne grupowanie przestrzenne na podstawie gestosci (Hierarchical Density-Based Spatial

r.-H Clustering, HDBSCAN)© to technika znajdowania skupien lub ggstych obszardw zbioru danych przy
wykorzystaniu uczenie nienadzorowanego. Wezet HDBSCAN w produkcie SPSS Modeler eksponuje
podstawowe funkcje i czgsto uzywane parametry biblioteki HDBSCAN. Wezet jest zaimplementowany w
jezyku Python i mozna go uzy¢ do grupowania zbioru danych w osobne skupienia, nie wiedzac
poczatkowo, jakie to beda skupienia.

Tabela 260. Wtasciwosci hdbscannode

Wiasciwosci hdbscannode Typ danych Opis wlasciwosci
inputs field Zmienne wejsciowe dla grupowania.
useHPO boolean Okresl true albo false, aby wlaczy¢ albo wylaczy¢

optymalizacje hiperparametryczna (HPO —
Hyper-Parameter Optimization) w oparciu o Rbfopt.
Taka optymalizacja automatycznie wykrywa
optymalng kombinacjg parametrow, tak by model
osiagnat oczekiwany lub nizszy wskaznik bledow na
probie. Domyslna wartoscia jest false.

min_cluster_size integer Minimalna wielko$¢ skupien. Nalezy okresli¢ liczbg
catkowita. Wartoscia domyslna jest 5.

min_samples integer Liczba probek, jaka musi znajdowac si¢ w
sasiedztwie punktu, aby byt uwazany za punkt
glowny. Nalezy okresli¢ liczbg catkowita. Jesli
zostanie ustawiona wartos$¢ 0, zostanie uzyta wartos¢
min_cluster_size. Wartoscia domy$lna jest 0.

algorithm string Okresl, ktory algorytm ma by¢ uzywany: best,
generic, prims_kdtree, prims_balltree,
boruvka_kdtree albo boruvka_balltree. Wartoscia
domyslna jest best.

metric string Okresl metryke, ktora ma by¢ uzywana do obliczania
odleglosci migdzy wystapieniami w tablicy
predyktorow: euclidean, cityblock, L1, L2,
manhattan, braycurtis, canberra, chebyshev,
correlation, minkowski albo sgeuclidean.
Warto$cia domyslna jest euclidean.

useStringLabel boolean Okresl true, aby uzywac tancuchowych etykiet
skupien, albo false, aby uzywac liczbowych etykiet
skupien. Domyslna wartoscia jest false.

stringLabelPrefix string Jesli parametr useStringLabel jest ustawiony na
true, podaj wartos¢ przedrostka etykiety
tancuchowej. Domyslnym przedrostkiem jest
cluster.

approx_min_span_tree boolean Okresl true, aby zaakceptowac przyblizone
minimalne drzewo rozpinajace, albo false, aby
uzyskac¢ wigksza doktadnos¢ kosztem szybkosci.
Wartosécia domyslna jest true.

cluster_selection_method string Okresl metodg wybierania skupien ze
skondensowanego drzewa: eom albo leaf. Wartoscia
domyslna jest eom (algorytm Excess of Mass).

allow_single_cluster boolean Okresl wartos¢ true, aby uzyskiwac¢ wyniki dla
pojedynczych skupien. Domyslna wartos$cia jest
false.
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Tabela 260. Wtasciwosci hdbscannode (kontynuacja)

Wiasciwosci hdbscannode

Typ danych

Opis wlasciwosci

p_value

double

Okresl warto$¢ p, ktora ma by¢ uzywana z metryka
minkowski. Wartoscia domyslna jest 1.5.

leaf_size

integer

Jesli uzywany jest algorytm drzewa przestrzeni
(boruvka_kdtree albo boruvka_balltree), okresl
liczbe punktéw w wezle-lisciu. Wartoscia domyslng
jest 40.

outputValidity

boolean

Okresl true albo false, aby wskazac, czy wyniki
modelu maja obejmowaé wykres wskaznika
waznosci.

outputCondensed

boolean

Okresl true albo false, aby wskaza¢, czy wyniki
modelu maja obejmowac wykres skondensowanego
drzewa.

outputSingleLinkage

boolean

Okresl true albo false, aby wskazac, czy wyniki
modelu maja obejmowac wykres drzewa
pojedynczego wiazania.

outputMinSpan

boolean

Okresl true albo false, aby wskazac, czy wyniki
modelu maja obejmowac¢ wykres minimalnego
drzewa rozpinajacego.

Wiasciwosci kdemodel

Jadrowy estymator gestosci — Kernel Density Estimation (KDE)© — uzywa algorytmdéw Ball Tree lub

&_ KD Tree do efektywnej obstugi zapytan i integruje techniki uczenia nienadzorowanego, generowania cech
(feature engineering) i modelowania danych. Do najpopularniejszych i najbardziej uzytecznych technik
estymacji ggstosci naleza metody oparte na analizie sasiedztwa, takie jak KDE. Wgzty Modelowanie KDE
i Symulacja KDE w produkcie SPSS Modeler eksponuja podstawowe funkcje i czgsto uzywane parametry
biblioteki KDE. Wezly sa zaimplementowane w jezyku Python.

Tabela 261. Wiasciwosci kdemodel

Wiasciwosci kdemodel Typ danych Opis wlasciwosci

inputs field Zmienne wejsciowe dla grupowania.

bandwidth double Warto$cia domyslna jest 1.

kernel string Jadro, ktore ma by¢ uzywane: gaussian, tophat,
epanechnikov, exponential, linear albo cosine.
Warto$¢ domyslna to gaussian.

algorithm string Algorytm drzewa, ktory ma by¢ uzywany: kd_tree,
ball_tree albo auto. Wartoscia domy$lna jest auto.

metric string Metryka, ktora ma by¢ stosowana przy obliczaniu

odlegtosci. W przypadku algorytmu kd_tree do
wyboru: Euclidean, Chebyshev, Cityblock,
Minkowski, Manhattan, Infinity, P, L2 albo L1. W
przypadku algorytmu ball_tree do wyboru:
Euclidian, Braycurtis, Chebyshev, Canberra,
Cityblock, Dice, Hamming, Infinity, Jaccard, L1,
L2, Minkowski, Matching, Manhattan, P,
Rogersanimoto, Russellrao, Sokalmichener,
Sokalsneath albo Kulsinski. Warto$cia domyslna
jest Euclidean.
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Tabela 261. Wtasciwosci kdemodel (kontynuacja)

Wiasciwosci kdemodel

Typ danych

Opis wlasciwosci

atol

float

Zadana tolerancja bezwzgledna wyniku. Wigksza
tolerancja z reguly przyspiesza wykonanie
algorytmu. Wartoscia domyslna jest 0,0.

rtol

float

Zadana tolerancja wzgledna wyniku. Wigksza
tolerancja z reguly przyspiesza wykonanie
algorytmu. Wartoscia domyslna jest 1E-8 .

breadthFirst

boolean

Ustaw warto$¢ True, aby stosowaé metodg ,,najpierw
szeroko$¢”. Ustaw wartos¢ Fatsz, aby stosowac
metodg ,,najpierw glgbokos¢”. Wartoscia domyslna
jest True.

LeafSize

integer

Wielkos¢ liscia podstawowego drzewa. Wartoscia
domyslna jest 40. Zmiana tej wartosci moze istotnie
wplyna¢ na wydajnos¢.

pValue

double

Okresl Warto$¢ P, ktora ma by¢ uzywana z metryka
Minkowski. Wartoscia domyslna jest 1.5.

Wiasciwosci kde

Jadrowy estymator ggstosci — Kernel Density Estimation (KDE)© — uzywa algorytmdéw Ball Tree lub

&_ KD Tree do efektywnej obstugi zapytan i integruje techniki uczenia nienadzorowanego, generowania cech
(feature engineering) i modelowania danych. Do najpopularniejszych i najbardziej uzytecznych technik
estymacji ggstosci naleza metody oparte na analizie sasiedztwa, takie jak KDE. Wgzty Modelowanie KDE
i Symulacja KDE w produkcie SPSS Modeler eksponuja podstawowe funkcje i czgsto uzywane parametry
biblioteki KDE. Wezly sa zaimplementowane w jezyku Python.

Tabela 262. Wtasciwosci kde

Wiasciwosci kde

Typ danych

Opis wlasciwosci

inputs

field

Zmienne wejsciowe dla grupowania.

bandwidth

double

Wartoscia domyslna jest 1.

kernel

string

Jadro, ktore ma by¢ uzywane: gaussian albo
tophat. Warto$¢ domyslna to gaussian.

algorithm

string

Algorytm drzewa, ktory ma by¢ uzywany: kd_tree,
ball_tree albo auto. Wartoscia domyslna jest auto.

metric

string

Metryka, ktora ma by¢ stosowana przy obliczaniu
odleglosci. W przypadku algorytmu kd_tree do
wyboru: Euclidean, Chebyshev, Cityblock,
Minkowski, Manhattan, Infinity, P, L2 albo L1. W
przypadku algorytmu ball_tree do wyboru:
Euclidian, Braycurtis, Chebyshev, Canberra,
Cityblock, Dice, Hamming, Infinity, Jaccard, L1,
L2, Minkowski, Matching, Manhattan, P,
Rogersanimoto, Russellrao, Sokalmichener,
Sokalsneath albo Kulsinski. Warto$cia domyslna
jest Euclidean.

atol

float

Zadana tolerancja bezwzgledna wyniku. Wigksza
tolerancja z reguty przyspiesza wykonanie
algorytmu. Warto$cia domyslna jest 0,0.

rtol

float

Zadana tolerancja wzgledna wyniku. Wigksza
tolerancja z reguty przyspiesza wykonanie
algorytmu. Warto$cia domys$lna jest 1E-8 .
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Tabela 262. Wtasciwosci kde (kontynuacja)

Wiasciwosci kde

Typ danych

Opis wlasciwosci

breadthFirst

boolean

Ustaw warto$¢ True, aby stosowac metodg ,,najpierw
szeroko$¢”. Ustaw wartos¢ Faltsz, aby stosowac
metodg ,,najpierw glgbokos¢”. Wartoscia domyslna
jest True.

LeafSize

integer

Wielkos¢ liscia podstawowego drzewa. Wartoscia
domyslna jest 40. Zmiana tej warto$ci moze istotnie
wplyna¢ na wydajnos¢.

pValue

double

Okresl Wartos¢ P, ktora ma by¢ uzywana z metryka
Minkowski. Wartoscia domyslna jest 1.5.

Wtasciwosci wezta gmm

Model mieszanin rozkladow Gaussa — Gaussian Mixture© — to model probabilistyczny, w ktéorym
zaktada sig, ze punkty danych generowane sa na podstawie mieszaniny skonczonej liczby rozktadow

» Gaussa o nieznanych parametrach. Modele mieszanin mozna opisa¢ jako uogolnienie grupowania metoda
k-$rednich z uwzglednieniem informacji o strukturze kowariancji danych oraz srodkach ukrytych
rozktadow Gaussa. Wezet Mieszanina rozktadow Gaussa w produkcie SPSS Modeler eksponuje
podstawowe funkcje i czgsto uzywane parametry biblioteki Gaussian Mixture. Wezet jest

zaimplementowany w jezyku Python.

Tabela 263. Wiasciwosci wezta gmm

Wiasciwosci wezla gmm Typ danych Opis wlasciwoSci

role_use boolean Okresl False, aby uzywac¢ predefiniowanych rol,
albo True, aby uzywac niestandardowych przypisan
zmiennych. Domyslna warto$cia jest False.

predictors field

use_partition boolean Ustaw wartos¢ True albo False, aby okresli¢, czy
maja by¢ uzywane dane dzielone na podzbiory.
Domys$lna wartoscia jest False.

covariance_type string Okresl typ kowariancji: Full, Tied, Diag albo
Spherical.

number_component integer Okresl catkowita liczbe komponentow mieszaniny.
Warto$¢ minimalna to 1. Warto$¢ domyslna to 2.

component_lable boolean Okresl True, aby etykieta skupienia byta tancuchem,
alboFalse, aby jako etykieta skupienia byta
numerem. Domyslna wartoscia jest False.

label_prefix string W przypadku uzycia faicucha mozna okresli¢
przedrostek.

enable_random_seed boolean Okresl warto$¢ True, aby uzy¢ wartosci startowej
generatora liczb losowych. Domyslna wartoscia jest
False.

random_seed integer W przypadku uzycia warto$ci startowej generatora
liczb losowych okresl liczbg catkowita, ktora bedzie
uzywana do generowania prob losowych

tol Double Okresli¢ prog zbieznosci. Wartoscia domyslna jest
0.000.1.

max_iter integer Okresl maksymalna liczbg wykonywanych iteracji.

Wartoscia domyslna jest 100.
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Tabela 263. Wtasciwosci wezta gmm (kontynuacja)

Wiasciwosci wezla gmm Typ danych Opis wlasciwosci

init_params string Ustaw parametr inicjowania, ktéry ma by¢ uzywany.
Dostepne opcje to Kmeans i Random.

warm_start boolean Okresl True, aby uzywac rozwiazania ostatniego

dopasowania do zainicjowania nastgpnego
dopasowania. Domy$lna wartoscia jest False.

Wiasciwosci ocsvmnode

Wezet SVM z jedna klasa korzysta z algorytmu uczenia nienadzorowanego. Wezet ten mozna
’ wykorzysta¢ do wykrywania nowosci. Wykryje on migkka granicg danego zbioru prébek, a nastgpnie
5" sklasyfikuje nowe punkty jako nalezace do tego zbioru albo do niego nienalezace. Wezet modelowania
SVM z jedna klasa w programie SPSS Modeler zostal zaimplementowany w jezyku Python i wymaga
biblioteki Python scikit-learn©.

Tabela 264. Wiasciwosci ocsvmnode

Wiasciwosci ocsvmnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

role_use

string

Okreslenie wartosci predefined pozwala na uzycie
rol predefiniowanych, a wartosci custom na uzycie
niestandardowych przypisan zmiennych. Wartos¢
domyslna to predefined.

inputs

field

Lista nazw zmiennych dla wartosci wejsciowych.

splits

field

Lista nazw zmiennych do podziatu.

use_partition

Boolean

Mozna okre$li¢ warto$¢ true lub false. Warto$cia
domyslna jest true. Ustawienie wartosci true
spowoduje, ze podczas budowania modelu uzyte
zostana tylko dane uczace.

mode_type

string

Tryb. Mozliwe wartosci to simple lub expert.
Wszystkie parametry na karcie Zaawansowane
zostana wylaczone, jesli wybrana zostanie wartos$¢
simple.

stopping_criteria

string

Lancuch notacji naukowych. Mozliwe wartosci to
1.0E-1, 1.0E-2, 1.0E-3, 1.0E-4, 1.0E-5 lub
1.0E-6. Wartoscia domyslna jest 1.0E-3.

precision

float

Precyzja regresji (nu). Granica frakcji dla blgdow
uczenia i wektorow wspierajacych. Nalezy okresli¢
warto$¢ wigksza niz 0 i mniejsza niz lub rowna 1,0.
Warto$¢ domyslna to 0,1.

kernel

string

Typ jadra do uzycia w algorytmie. Mozliwe wartosci
to linear, poly, rbf, sigmoid lub precomputed.
Wartos¢ domyslna to rbf.

enable_gamma

Boolean

Wiacza parametr gamma. Mozna okresli¢ warto$¢
true lub false. Wartoscia domyslna jest true.

gamma

float

Ten parametr jest aktywowany tylko dla jader typu
rbf, poly i sigmoid. Jesli parametr enable_gamma
jest ustawiony na warto$¢ false, wowczas ten
parametr bedzie ustawiony na wartos¢ auto. Jesli
warto$¢ to true, ustawieniem domyslnym jest 0,1.
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Tabela 264. Wtasciwosci ocsvmnode (kontynuacja)

Wiasciwosci ocsvmnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

coef0

float

Warunek niezalezny w funkcji algorytmu
domyslnego. Ten parametr jest aktywowany tylko
dla jadra poly oraz jadra sigmoid. Wartos¢ domyslna
to 0,0.

degree

integer

Stopien funkcji algorytmu wielomianowego. Ten
parametr jest aktywowany tylko dla jadra poly.
Nalezy okresli¢ dowolna liczbg catkowita. Wartoscia
domyslna jest 3.

shrinking

Boolean

Okresla, ze ma by¢ uzywana opcja heurystyki z
redukcja. Mozna okresli¢ wartos¢ true lub false.
Domyslna warto$cia jest false.

enable_cache_size

Boolean

Wriacza parametr cache_size. Mozna okresli¢
wartos¢ true lub false. Domyslng wartoscia jest
false.

cache_size

float

Wielkos¢ pamigcei podrecznej jadra w MB. Wartoscia
domyslna jest 200.

enable_random_seed

Boolean

Wrhacza parametr random_seed. Mozna okresli¢
warto$¢ true lub false. Domyslna warto$cia jest
false.

random_seed

integer

Wartos¢ poczatkowa generatora liczb losowych
uzywana podczas mieszania danych na potrzeby
oszacowania prawdopodobienstwa. Nalezy okresli¢
dowolna liczbe catkowita.

pc_type

string

Typ grafiki réwnoleglych wspotrzednych. Mozliwe
opcje to independent lub general.

lines_amount

integer

Maksymalna liczba wierszy, jaka mozna dotaczy¢ do
grafiki. Nalezy okresli¢ liczbg catkowita z zakresu od
1 do 1000.

lines_fields_custom

Boolean

Aktywuje parametr lines_fields, ktory umozliwia
okreslenie niestandardowych zmiennych, jakie beda
wyswietlane w wyniku graficznym. Ustawienie
wartos$ci false spowoduje wyswietlenie wszystkich
zmiennych. Po ustawieniu wartosci true wyswietlane
sa tylko zmienne okreslone przy uzyciu parametru
lines_fields. Ze wzgledu na wydajnosé
wyswietlanych jest maksymalnie 20 zmiennych.

lines_fields

field

Lista nazw zmiennych do uwzglednienia na grafice
W postaci pionowych osi.

enable_graphic

Boolean

Mozna okresli¢ wartos¢ true lub false. Wiacza
generowanie wynikow graficznych (nalezy wylaczy¢
tg opcje, aby zaoszczedzic czas i zmniejszy¢ objetosé
pliku strumienia).

enable_hpo

Boolean

Nalezy okresli¢ true albo false, aby wilaczy¢ albo
wylaczy¢ opcje HPO. Ustawienie true spowoduje
zastosowanie Rbfopt w celu automatycznego
znalezienia ,,najlepszego” modelu SVM z jedna
klasa, ktory osiagnie docelowa wartos¢ funkcji celu
zdefiniowana przez uzytkownika w nastgpujacym
parametrze target_objval.
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Tabela 264. Wtasciwosci ocsvmnode (kontynuacja)

Wilasciwosci ocsvmnode Typ danych Opis wlasciwosci

target_objval float Warto$¢ funkcji celu (wskaznik btedu modelu dla
prob), ktoéra chcemy osiagnac (na przyktad wartos¢
nieznanego optimum). Jesli optimum jest nieznane,
nalezy nada¢ temu parametrowi odpowiednia
warto$¢ (na przyktad 0,01).

max_iterations integer Maksymalna liczba iteracji na modelu. Wartos¢
domyslna to 1000.

max_evaluations integer Okresla, ile razy maksymalnie zostanie wyznaczona
warto$¢ funkcji na modelu, w sytuacji gdy
wazniejsza od szybkosci jest doktadnos¢. Wartosé
domyslna to 300.

Wiasciwosci wezta rfnode

: Wezetl Las losowy korzysta z zaawansowanej implementacji algorytmu agregacji (bagging), ktdra jako
model bazowy wykorzystuje model drzewa. Wezet modelowania Las losowy w programie SPSS Modeler
zostat zaimplementowany w jezyku Python i wymaga biblioteki Python scikit-learn©.

Tabela 265. Wiasciwosci wezta rfnode

Wiasciwosci wezla rfnode Typ danych Opis wlasciwosci

role_use string Okreslenie wartosci predefined pozwala na uzycie
rol predefiniowanych, a warto$ci custom na uzycie
niestandardowych przypisan zmiennych. Wartos¢
domyslna to predefined.

inputs field Lista nazw zmiennych dla warto$ci wejsciowych.

splits field Lista nazw zmiennych do podziatu.

n_estimators integer Liczba drzew do utworzenia. Warto$cia domyslna
jest 10.

specify_max_depth Boolean Okreslenie niestandardowej glebokosci

maksymalnej. Wartos¢ false powoduje, ze wezty sa
rozbudowywane do czasu, az wszystkie wezly beda
puste lub wszystkie wezty beda zawiera¢ mniej niz

min_samples_split prob. Domyslna warto$cia jest

false.

max_depth integer Maksymalna gleboko$¢ drzewa. Wartoscia domysina
jest 10.

min_samples_leaf integer Minimalna wielko$¢ wezla-liscia. Warto$cia

domyslna jest 1.
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Tabela 265. Wtasciwosci wezta rfnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla rfnode Typ danych Opis wlasciwosci

max_features string Maksymalna liczba predyktorow, jaka ma by¢ brana
pod uwagg przy poszukiwaniu najlepszego podziatu:

* Przy ustawieniu auto przyjmuje si¢
max_features=sqrt(n_features) dla
klasyfikatora i max_features=sqrt(n_features) dla
regresji.

* Przy ustawieniu sqrt przyjmuje si¢
max_features=sqrt(n_features).

* Przy ustawieniu log2 przyjmuje sie
max_features=log2 (n_features).

Wartoscia domyslna jest auto.

bootstrap Boolean Uzycie prob bootstrapowych przy budowaniu drzew.
Wartoscia domyslna jest true.

oob_score Boolean Uzycie prob spoza zbioru uczacego (out-of-bag,
OOB) do oszacowania doktadnosci uogolnienia.
Warto$¢ domyslna to false.

extreme Boolean Uzycie skrajnie randomizowanych drzew. Domyslna
wartoscia jest false.

use_random_seed Boolean Ta opcja powoduje, ze uzyskiwanie wyniki beda
replikowane. Domyslna wartoscia jest false.

random_seed integer Warto$¢ startowa generatora liczb losowych uzywana
podczas budowania drzew. Nalezy okresli¢ dowolna
liczbe catkowita.

cache_size float Wielkos¢ pamieci podrecznej jadra w MB. Wartoscia
domyslna jest 200.

enable_random_seed Boolean Wiacza parametr random_seed. Nalezy okresli¢
wartos¢ true albo false. Domyslng wartoscia jest
false.

enable_hpo Boolean Nalezy okresli¢ true albo false, aby wilaczy¢ albo

wylaczy¢ opcje HPO. Ustawienie true spowoduje
zastosowanie Rbfopt w celu automatycznego
znalezienia ,,najlepszego” modelu Las losowy, ktory
osiagnie docelowa wartos¢ funkcji celu zdefiniowana
przez uzytkownika w nastgpujacym parametrze
target_objval.

target_objval float Warto$¢ funkcji celu (wskaznik btedu modelu dla
prob), ktoéra chcemy osiagnac (na przyktad wartosé
nieznanego optimum). Jesli optimum jest nieznane,
nalezy nada¢ temu parametrowi odpowiednia
warto$¢ (na przyktad 0,01).

max_iterations integer Maksymalna liczba iteracji na modelu. Warto$¢
domyslna to 1000.

max_evaluations integer Okresla, ile razy maksymalnie zostanie wyznaczona
wartos¢ funkcji na modelu, w sytuacji gdy
wazniejsza od szybkosci jest doktadnos¢. Wartosé
domyslna to 300.
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Wiasciwosci smotenode

Wezet SMOTE (Synthetic Minority Over-sampling Technique — generowanie probek syntetycznych z

@ klasy mniejszos$ciowej) realizuje algorytm nadprobkowania przydatny w pracy z niezréwnowazonymi
zbiorami danych. Udostegpnia on zaawansowana metodg rownowazenia danych. Wezel procesowy
SMOTE w programie SPSS Modeler jest zaimplementowany w jezyku Python i wymaga biblioteki
Python imbalanced-learn®©.

Tabela 266. Wiasciwosci smotenode

Wiasciwosci smotenode Typ danych Opis wlasciwosci
target_field field Zmienna przewidywana.
sample_ratio string Aktywuje niestandardowa wartos¢ wspotczynnika.

Dostgpne sa dwie opcje: Automatyczny
(sample_ratio_auto) lub Ustaw wspétczynnik
(sample_ratio_manual).

sample_ratio_value float Wspdtczynnik oznacza liczbe probek w klasie
mniejszos$ciowej ponad liczbe probek w klasie
wigkszosciowej. Musi to by¢ warto$¢ wigksza niz 0 i
mniejsza lub rowna 1. Wartoscia domyslna jest auto.

enable_random_seed Boolean Wartos¢ true powoduje wlaczenie wiasciwosci
random_seed.

random_seed integer Warto$¢ poczatkowa uzywana przez generator liczb
losowych.

k_neighbours integer Liczba najblizszych sasiadow uzywanych do
tworzenia probek syntetycznych. Wartoscia
domyslna jest 5.

m_neighbours integer Liczba najblizszych sasiadow, na podstawie ktorej

okresla sig, czy proba mniejszosciowa jest
zagrozona. Ta opcja jest aktywowana tylko z
zastosowaniem algorytméw SMOTE typu
borderline1 i borderline2. Wartoscia domyslna jest

10.

algorithm_kind string Typ algorytmu SMOTE: regular, borderline1 lub
borderline2.

usepartition Boolean Ustawienie wartosci true spowoduje, ze do

budowania modelu uzyte zostana tylko dane uczace.
Wartoscia domyslna jest true.

Witasciwosci wezta tsnenode

'E.-ﬁ. Stochastyczna metoda porzadkowania sasiadow w oparciu o rozktad t (t-SNE — t-Distributed Stochastic

Neighbor Embedding) to narze¢dzie do wizualizacji danych wysokowymiarowych. Przeksztatca ono
powinowactwa punktow danych w prawdopodobienstwa. Wezet t-SNE w programie SPSS Modeler zostat
zaimplementowany w jezyku Python i wymaga biblioteki Python scikit-learn©.

Tabela 267. Wiasciwosci wezta tsnenode

Wilasciwosci wezla tshenode Typ danych Opis wlasciwosci

mode_type string Nalezy okresli¢ tryb simple albo expert.
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Tabela 267. Wtasciwosci wezta tsnenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla tshenode

Typ danych

Opis wlasciwosci

n_components

string

Wymiar przestrzeni wlaczanej (2W albo 3W).
Nalezy okresli¢ 2 albo 3. Wartos¢ domyslna to 2.

method

string

Nalezy okresli¢ barnes_hut albo exact. Wartos¢
domyslna to barnes_hut.

init

string

Inicjowanie wiaczania. Nalezy okresli¢c random albo
pca. Warto$¢ domyslna to random.

target_field

string

Nazwa zmiennej przewidywanej. Zostanie
przedstawiona w postaci mapy koloréw na wykresie
wynikowym. Je$li zmienna przewidywana nie
zostanie okreslona, wykres bedzie jednokolorowy.

perplexity

float

Stopien zmieszania zwiazany z liczba najblizszych
sasiadow uzywanych w innych algorytmach typu
Manifold Learning. Wigksze zbiory danych zwykle
wymagaja wigkszego zmieszania. Nalezy rozwazy¢
wybor wartosci z przedziatu od 5 do 50. Wartosé¢
domyslna to 30.

early_exaggeration

float

Okresla, jak ciasno upakowane bgda grupy naturalne
W przestrzeni wlaczanej i ile miejsca pozostanie
migdzy nimi. Wartos¢ domyslna to 12.0.

learning_rate

float

Wartoscia domyslna jest 200.

n_iter

integer

Maksymalna liczba iteracji optymalizacji. Nalezy ja
ustawi¢ na co najmniej 250. Wartos¢ domyslna to
1000.

angle

float

Wielkos¢ katowa odleglego wezla zmierzona z
punktu. Nalezy okresli¢ wartos$¢ z przedziatu od 0 do
1. Wartos¢ domyslna to 0.5.

enable_random_seed

Boolean

Ustawienie true powoduje wlaczenie parametru
random_seed. Domyslna wartos$cia jest false.

random_seed

integer

Wartos¢ startowa generatora liczb losowych, ktora
ma by¢ uzywana. Wartos¢ domyslna to None.

n_iter_without_progress

integer

Maksymalna liczba iteracji bez postgpu. Wartosc¢
domyslna to 300.

min_grad_norm

string

Jesli norma gradientu bedzie nizsza od tego progu,
optymalizacja zostanie przerwana. Warto§¢ domys$lna
to 1.0E-7. Mozliwe wartosci to:

* 1.0E-1
* 1.0E-2
* 1.0E-3
* 1.0E-4
* 1.0E-5
* 1.0E-6
* 1.0E-7
* 1.0E-8

isGridSearch

Boolean

Ustawienie true powoduje wykonanie algorytmu
t-SNE z kilkoma réznymi poziomami zmieszania.
Domyslna wartoscia jest false.
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Tabela 267. Wtasciwosci wezta tsnenode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla tshenode Typ danych Opis wlasciwosci

output_Rename Boolean Nalezy okresli¢ true, aby poda¢ niestandardowa
nazwe, albo false, jesli nazwa pliku wynikowego ma
by¢ wybrana automatycznie. Domyslng warto$cia
jest false.

output_to string Nalezy okresli¢ wartos¢ Screen lub Output.
Wartos¢ domyslna to Screen.

full_filename string Nalezy poda¢ nazwe pliku wynikowego.

output_file_type string Format pliku wynikowego. Nalezy okresli¢ wartos¢

HTML albo Output object. Wartos¢ domyslna to
HTML.

Wiasciwosci xgboostlinearnode

XGBoost Linear© to zaawansowana implementacja algorytmu wzmacniania gradientowego, ktory jako

% model bazowy wykorzystuje model liniowy. Algorytmy wzmacniania iteracyjnie uczac sig, wyznaczaja
stabe klasyfikatory i dodaja je do ostatecznego silnego klasyfikatora. Wezet Liniowy XGBoost w
programie SPSS Modeler jest zaimplementowany w jezyku Python.

Tabela 268. Wrtasciwosci xgboostlinearnode

Wiasciwosci xgboostlinearnode Typ danych Opis wlasciwosci

TargetField field

InputFields field

alpha Double Parametr alpha linear booster. Nalezy okresli¢
warto$¢ O lub wigksza. Wartoscia domyslna jest 0.

lambda Double Parametr lambda linear booster. Nalezy okresli¢
warto$¢ 0 lub wigksza. Wartoscia domyslna jest 1.

lambdaBias Double Parametr lambda bias linear booster. Nalezy okresli¢
dowolna liczbg. Wartosécia domyslna jest 0.

numBoostRound integer Warto$¢ zaokraglania num boost dla budowania
modelu. Nalezy okresli¢ warto$¢ z zakresu od 1 do
1000. Wartoscia domyslna jest 10.

objectiveType string Typ celu dla zadania uczenia. Mozliwe wartosci to
areg:linear,o reg:logistic,n reg:gamma,a
reg:tweedie, count:poisson, arank:pairwise,
binary:logistic lub multi. Nalezy pamigtac, ze w
przypadku zmiennych przewidywanych typu flaga
mozna uzywac tylko wartosci binary:logistic lub
multi. W razie uzycia wartosci multi wynik oceny
bedzie przedstawiat typy celow XGBoost
multi:softmax i multi:softprob.

random_seed integer Wartos$¢ poczatkowa liczb losowych. Jest to dowolna

liczba z zakresu od 0 do 9999999. Wartoscia
domyslna jest 0.
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Tabela 268. Wtasciwosci xgboostlinearnode (kontynuacja)

Wiasciwosci xgboostlinearnode Typ danych

Opis wlasciwosci

useHPO Boolean

Nalezy okresli¢ true albo false, aby wiaczy¢ albo
wytaczy¢ opcje HPO. Ustawienie true spowoduje
zastosowanie Rbfopt w celu automatycznego
znalezienia ,,najlepszego” modelu SVM z jedna
klasa, ktory osiagnie docelowa wartos¢ funkcji celu
zdefiniowana przez uzytkownika w parametrze
target_objval.

Wiasciwosé xgboosttreenode

XGBoost Tree© to zaawansowana implementacja algorytmu wzmacniania gradientowego, ktory jako
ﬁ model bazowy wykorzystuje model drzewa. Algorytmy wzmacniania iteracyjnie uczac si¢, wyznaczaja
stabe klasyfikatory i dodaja je do ostatecznego silnego klasyfikatora. XGBoost Tree jest algorytmem
bardzo elastycznym i oferuje liczne parametry, ktére moga by¢ trudne do praktycznego wykorzystania
przez uzytkownikéw. Dlatego wezet Drzewo XGBoost w programie SPSS Modeler eksponuje tylko
funkcje podstawowe i najczgsciej uzywane parametry. Wezet jest zaimplementowany w jezyku Python.

Tabela 269. Wtasciwosci xgboosttreenode

Wiasciwosci xgboosttreenode Typ danych

Opis wlasciwosci

TargetField field

Zmienne przewidywane.

InputFields field

Zmienne wejsciowe.

treeMethod string

Metoda drzewa dla budowania modelu. Mozliwe
wartos$ci to auto, exact lub approx. Domyslna
wartoscia jest auto.

numBoostRound integer

Wartos¢ zaokraglania num boost dla budowania
modelu. Nalezy okresli¢ wartos¢ z zakresu od 1 do
1000. Wartoscia domyslna jest 10.

maxDepth integer

Maksymalna glebokos¢ dla wzrostu drzewa. Nalezy
okresli¢ wartos¢ 1 lub wyzsza. Wartoscia domyslna
jest 6.

minChildWeight Double

Minimalna waga elementu podrzednego dla wzrostu
drzewa. Nalezy okresli¢ wartos¢ 0 lub wyzsza.
Wartoscia domyslna jest 1.

maxDeltaStep Double

Maksymalny krok delta dla wzrostu drzewa. Nalezy
okresli¢ wartos¢ O lub wyzsza. Wartoscia domysina
jest 0.

objectiveType string

Typ celu dla zadania uczenia. Mozliwe wartosci to
areg:linear,o reg:logistic,a reg:gamma,o
reg:tweedie, count:poisson, arank:pairwise,
binary:logistic lub multi. Nalezy pamigtac, ze w
przypadku zmiennych przewidywanych typu flaga
mozna uzywac tylko wartosci binary:logistic lub
multi. W razie uzycia wartosci multi wynik oceny
bedzie przedstawiat typy celow XGBoost
multi:softmax i multi:softprob.

earlyStopping Boolean

Okresla, czy ma by¢ uzywana funkcja
przedwczesnego zatrzymania. Domy$lna wartoscia
jest False.

Rozdziat 19. Wtasciwosci wezta Python 355



Tabela 269. Wtasciwosci xgboosttreenode (kontynuacja)

Wilasciwosci xgboosttreenode

Typ danych

Opis wlasciwosci

earlyStoppingRounds

integer

Aby uczenie bylo kontynuowane, bledy walidacji
musza zmniejszac si¢ co najmniej co okreslona
liczbg rund. Wartoscia domyslna jest 10.

evaluationDataRatio

Double

Wspotezynnik (czgs¢) danych wejsciowych uzywany
dla bledow walidacji. Wartoscia domyslna jest 0.3.

random_seed

integer

Wartos¢ poczatkowa liczb losowych. Jest to dowolna
liczba z zakresu od 0 do 9999999. Wartoscia
domyslna jest 0.

sampleSize

Double

Podpréby do sterowania przeuczeniem. Nalezy
okresli¢ wartos¢ z zakresu od 0,1 do 1,0. Wartos¢
domyslna to 0,1.

eta

Double

Wartos¢ eta do sterowania przeuczeniem. Nalezy
okresli¢ wartos¢ z zakresu od 0 do 1. Wartoscia
domyslna jest 0.3.

gamma

Double

Wartos¢ gamma do sterowania przeuczeniem. Nalezy
okresli¢ wartos¢ 0 lub wigksza. Warto$cia domysina
jest 6.

colsSampleRatio

Double

Warto$¢ colsample by tree do sterowania
przeuczeniem. Nalezy okresli¢ warto$¢ z zakresu od
0,01 do 1. Warto$cia domyslna jest 1.

colsSampleLevel

Double

Wartos¢ colsample by level do sterowania
przeuczeniem. Nalezy okresli¢ warto$¢ z zakresu od
0,01 do 1. Warto$cia domyslna jest 1.

lambda

Double

Wartos¢ lambda do sterowania przeuczeniem. Nalezy
okresli¢ warto$¢ 0 lub wigksza. Wartoscia domys$ina
jest 1.

alpha

Double

Wartos¢ alpha do sterowania przeuczeniem. Nalezy
okresli¢ warto$¢ 0 lub wigksza. Wartoscia domyS$ina
jest 0.

scalePosWeight

Double

Warto$¢ wagi scale pos do obstugi
niezrownowazonych zbioréw danych. Warto$cia
domyslna jest 1.
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Rozdziat 20. Wiasciwosci wezta Spark

Wiasciwosci wezla isotonicasnode

A Regresja izotoniczna nalezy do rodziny algorytmow regresji. Wezet 1zotoniczna-AS w programie SPSS
Modeler jest zaimplementowany w $rodowisku Spark. Aby uzyska¢ szczegoétowe informacje na temat
algorytméw regresji izotonicznej, patrz|https:/spark.apache.org/docs/2.2.0/mllib-isotonic-regression.html]

Tabela 270. Wiasciwosci wezta isotonicasnode

Wiasciwosci wezla isotonicasnode Typ danych Opis wlasciwosci

etykieta string Ta wlasciwosc jest zmienna zalezna, dla ktorej
obliczana jest regresja izotoniczna.

wtasciwosci string Ta whadciwos¢ jest zmienna niezalezna.

weightCol string Waga odzwierciedla liczbe pomiaréw. Warto$cia

domyslna jest 1.

isotonic Boolean Ta wlasciwos¢ okresla, czy typ jest izotoniczny
(isotonic), czy antytoniczny (antitonic).

featurelndex integer Ta wlasciwos¢ okresla indeks predyktora, jesli
featuresCol jest kolumna wektorowa. Wartoscia
domyslna jest 0.

Wiasciwosci wezta kmeansasnode

Metoda K-$rednich jest jednym z najczgsciej uzywanych algorytmoéw grupowania. Grupuje ona punkty
danych w predefiniowanej liczbie skupien. Wezel K-§rednie-AS w programie SPSS Modeler jest

K zaimplementowany w §rodowisku Spark. Aby uzyskac szczegotowe informacje na temat algorytmow
K-srednich, patrz|https:/spark.apache.org/docs/2.2.0/ml-clustering html| Nalezy zwréci¢ uwage, ze wezek
K-$rednie-AS automatycznie wykonuje kodowanie one-hot (kodowanie z goraca jedynka) dla zmiennych
kategorialnych.

Tabela 271. Wiasciwosci wezta kmeansasnode

Wiasciwosci wezta kmeansasnode Wartosci Opis wlasciwosci

roleUse string Okreslenie wartosci predefined pozwala na
uzycie rol predefiniowanych, a wartosci custom
na uzycie niestandardowych przypisan
zmiennych. Wartoscia domyslna jest predefined.

autoModel Boolean Okresl true, aby uzy¢ nazwy domyslnej
($S-prediction) dla nowo wygenerowanej
zmiennej oceny, lub false, aby uzy¢ nazwy
niestandardowej. Wartoscia domyslna jest true.

wiasciwosci field Lista nazw zmiennych wejsciowych, gdy
wilasciwos¢ roleUse jest ustawiona na wartos¢
custom.
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Tabela 271. Wtasciwosci wezta kmeansasnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla kmeansasnode Wartosci

Opis wlasciwosci

name string

Nazwa nowo wygenerowanej zmiennej oceny,
gdy wiasciwos¢ autoModel jest ustawiona na
false.

clustersNum integer

Liczba skupien do utworzenia. Wartoscia
domyslna jest 5.

initMode string

Algorytm inicjowania. Mozliwe wartosci to
k-means|| i random. Wartoscia domyslna jest
k-means||.

initSteps integer

Liczba krokdéw inicjowania, gdy wtasciwos¢
initMode jest ustawiona na k-means||. Wartos$¢
domyslna to 2.

advancedSettings Boolean

Okresdl true, aby udostepni¢ nastgpujace cztery
wiasciwosci. Domyslna warto$cia jest false.

maxlteration integer

Maksymalna liczba iteracji podczas grupowania.
Warto$cia domyslna jest 20.

tolerance string

Tolerancja zatrzymania iteracji. Mozliwe
ustawienia: 1.0E-1, 1.0E-2, ..., 1.0E-6.
Warto$cia domyslna jest 1.0E-4.

setSeed Boolean

Okres] wartosc true, aby uzy¢ wlasnej wartosci
poczatkowej dla generatora liczb losowych.
Domyslna wartoscia jest false.

randomSeed integer

Niestandardowa warto$¢ poczatkowa generatora
liczb losowych, gdy wlasciwos¢ setSeed ma
wartos¢ true.

Wiasciwosci wezta xgboostasnode

XGBoost to zaawansowana implementacja algorytmu wzmacniania gradientowego. Algorytmy

klasyfikatora. XGBoost jest algorytmem bardzo elastycznym i oferuje liczne parametry, ktére moga by¢

ﬁ wzmacniania iteracyjnie uczac si¢, wyznaczaja stabe klasyfikatory i dodaja je do ostatecznego silnego

trudne do praktycznego wykorzystania przez wigkszo$¢ uzytkownikow. Dlatego wezet XGBoost-AS w
programie SPSS Modeler eksponuje tylko funkcje podstawowe i najczesciej uzywane parametry. Wezet
XGBoost-AS jest zaimplementowany w srodowisku Spark.

Tabela 272. Wtasciwosci wezta xgboostasnode

Wilasciwosci wezla xgboostasnode Typ danych Opis wlasciwosci

target_field field Lista zmiennych przewidywanych.

input_fields field Lista zmiennych wej$ciowych.

nWorkers integer Liczba proceséw roboczych uzywanych do uczenia
modelu XGBoost. Wartoscia domyslna jest 1.

numThreadPerTask integer Liczba watkéw przypadajaca na jeden proces
roboczy. Wartoscia domyslna jest 1.

useExternalMemory Boolean Okresla, czy uzywac pamigci zewngtrznej jako
podrecznej. Domyslna wartoscia jest false.

boosterType string Typ wzmocnienia, ktéry ma by¢ uzywany. Dostgpne
opcje to: gbtree, gblinear i dart. Typ domyslny to
gbtree.
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Tabela 272. Wtasciwosci wezta xgboostasnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla xgboostasnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

numBoostRound

integer

Liczba rund wzmocnienia. Nalezy okresli¢ wartos¢ O
lub wyzsza. Wartoscia domyslna jest 10.

scalePosWeight

Double

Steruje rOwnowazeniem wag dodatnich i ujemnych.
Wartoscia domyslna jest 1.

randomseed

integer

Wartos¢ poczatkowa uzywana przez generator liczb
losowych. Wartoscia domyslna jest 0.

objectiveType

string

Cel uczenia. Mozliwe wartosci to areg:linear,a
reg:logistic,a reg:gamma,o reg:tweedie,
rank:pairwise, binary:logistic i multi. Nalezy
pamigtaé, ze w przypadku zmiennych
przewidywanych typu flaga mozna uzywac tylko
wartosci binary:logistic lub multi. W razie uzycia
wartosci multi wynik oceny bedzie przedstawiat typy
celow XGBoost multi:softmax i multi:softprob.
Warto$¢ domyslna to reg:linear.

evalMetric

string

Metryka ewaluacyjna dla danych walidacji. Zgodnie
z celem zostanie przypisana metryka domyslna.
Mozliwe wartosci to rmse, mae, logloss, error,
merror, mlogloss, auc, ndcg, map i
gamma-deviance. Warto$¢ domyslna to rmse.

lambda

Double

Sktadnik regularyzacji L2 wag. Zwigkszenie tej
wartosci powoduje, ze model jest bardziej
konserwatywny. Nalezy okresli¢ warto$¢ O lub
wigksza. Wartoscia domyslna jest 1.

alpha

Double

Sktadnik regularyzacji L1 wag. Zwigkszenie tej
wartosci powoduje, ze model jest bardziej
konserwatywny. Nalezy okresli¢ wartos¢ O lub
wigksza. Wartoscia domyslna jest 0.

lambdaBias

Double

Sktadnik regularyzacji L2 obciazenia. Jesli uzywany
jest typ wzmocnienia gblinear, dostepny jest ten
parametr obciazenia lambda wzmocnienia liniowego.
Nalezy okresli¢ wartos¢ 0 lub wigksza. Wartoscia
domyslna jest 0.

treeMethod

string

Jesli uzywany jest typ wzmocnienia gbtree lub dart,
dostepny jest ten parametr metody wzrostu drzewa
(oraz inne parametry drzewa, ktére po nim
nastgpuja). Okresla algorytm tworzenia drzewa
XGBoost. Dostegpne opcje to: auto, exact i approx.
Wartos¢ domyslna to auto.

maxDepth

integer

Maksymalna glgbokos¢ drzew. Nalezy okresli¢
warto$¢ 2 lub wyzsza. Wartoscia domyslna jest 6.

minChildWeight

Double

Minimalna suma wag wystapien (Hessego)
wymagana w elemencie podrzednym. Nalezy
okresli¢ wartos¢ O lub wyzsza. Wartoscia domyslna
jest 1.

maxDeltaStep

Double

Maksymalny krok zmiany umozliwiajacy
oszacowanie wag kazdego drzewa. Nalezy okresli¢
warto$¢ 0 lub wyzsza. Wartos$cia domysina jest 0.

sampleSize

Double

Podpréba okresla wspdtczynnik wystapien
uzywanych do uczenia. Nalezy okresli¢ warto$¢ z
zakresu od 0,1 do 1,0. Wartoscia domyslna jest 1,0.
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Tabela 272. Wtasciwosci wezta xgboostasnode (kontynuacja)

Wilasciwosci wezla xgboostasnode

Typ danych

Opis wlasciwosci

eta

Double

Redukcja wielkosci kroku uzywana podczas
aktualizacji w celu zapobiegania przeuczeniu. Nalezy
okresli¢ wartos¢ z zakresu od 0 do 1. Wartos¢
domyslna to 0,3.

gamma

Double

Minimalna redukcja straty wymagana do dalszego
podzialu wezta-liscia w drzewie. Nalezy okresli¢
warto$¢ 0 lub wigksza. Wartoscia domyslna jest 6.

colsSampleRatio

Double

Wspotezynnik podprobkowania kolumn podczas
tworzenia kazdego drzewa. Nalezy okresli¢ wartos¢ z
zakresu od 0,01 do 1. Wartoscia domyslna jest 1.

colsSampleLevel

Double

Wspotezynnik podprobkowania kolumn dla kazdego
podziatu na kazdym poziomie. Nalezy okresli¢
warto$¢ z zakresu od 0,01 do 1. Wartoscia domys$lna
jest 1.

normalizeType

string

Jesli uzywany jest typ wzmocnienia dart, dostgpny
jest ten parametr dart i trzy nastgpujace po nim
parametry. Ten parametr okresla algorytm
normalizacji. Okresl tree albo forest. Algorytm
domyslny to tree.

sampleType

string

Typ algorytmu probkowania. Okresl uniform albo
weighted. Typ domyslny to uniform.

rateDrop

Double

Wspotezynnik wypadania dla wzmocnienia typu
dart. Nalezy okresli¢ wartos¢ z zakresu od 0,0 do
1,0. Wartoscia domyslna jest 0,0.

skipDrop

Double

Prawdopodobienstwo pominigtego wypadnigcia dla
wzmocnienia typu dart. Nalezy okresli¢ wartos¢ z
zakresu od 0,0 do 1,0. Wartoscia domyslna jest 0,0.
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Rozdziat 21. Wtasciwosci superweztow

W ponizszej tabeli opisano wlasciwosci charakterystyczne dla superweztdw. Superwezly maja tez wlasciwosci wspolne
dla wszystkich weztow.

Tabela 273. Wtasciwosci superwezia koricowego

Nazwa wlasciwosci Typ wlasciwoSci/lista wartoSci Opis wlasciwosci
execute_method Script

Normal
script string

Parametry superweziow

Za pomoca skryptéw mozna tworzy¢ lub ustawia¢ parametry superweziow, korzystajac z formatu ogolnego:
mySuperNode.setParameterValue("minvalue", 30)

Wartos¢ parametru mozna odczyta¢ za pomoca instrukcji:

value mySuperNode.getParameterValue("minvalue")
Znajdowanie istniejacych superweziow

Za pomoca funkcji findByType() mozna znajdowaé superwezly w strumieniach:
source_supernode = modeler.script.stream().findByType("source super", None)

process_supernode = modeler.script.stream().findByType("process_super", None)
terminal_supernode = modeler.script.stream().findByType("terminal_super", None)

Ustawianie wlasciwosci weztéw opakowanych

Mozna ustawia¢ wlasciwosci konkretnych weztéw opakowanych w superwezle, uzyskujac dostep do diagramu
podrzednego w superwezle. Zaldézmy na przyktad, ze mamy zrodtowy superwezet z opakowanym weztem Variable File
shuzacym do wezytywania danych. Mozemy przekaza¢ nazwe pliku do odczytania (za pomoca wlasciwosci
full_filename), uzyskujac dostep do diagramu podrzednego i znajdujac odpowiedni wezet w nastepujacy sposob:
childDiagram = source_supernode.getChildDiagram()

varfilenode = childDiagram.findByType("variablefile", None)

varfilenode.setPropertyValue("full _filename", "c:/mydata.txt")

Tworzenie superweziow

Aby utworzy¢ superwezel i jego zawartos¢ od podstaw, mozna utworzy¢ superwezet, uzyskac dostgp do diagramu
podrzednego, a nastgpnie utworzy¢ zadane wezly. Nalezy zadbac o to, by wezty wewnatrz diagramu superwezta byty
powiazane z weztami-tacznikami na wejsciu i/lub wyjsciu. Na przyklad, aby utworzy¢ superwegzel procesowy:
process_supernode = modeler.script.stream().createAt("process_super", "My SuperNode", 200, 200)
childDiagram = process_supernode.getChildDiagram()

filternode = childDiagram.createAt("filter", "My Filter", 100, 100)
childDiagram.TinkFromInputConnector(filternode)

childDiagram.linkToOutputConnector(filternode)
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Dodatek A. Skorowidz nazw weziow

Ta sekcja zawiera skorowidz nazw weztow programu IBM SPSS Modeler uzywanych w skryptach.

Nazwy modeli uzytkowych

Do modeli uzytkowych (nazywanych takze modelami wygenerowanymi) mozna odwotywac sig¢ wg typu, tak jak do
weztdw 1 obiektow wynikowych. W ponizszej tabeli wymieniono nazwy stuzace do odwotywania si¢ do obiektow
modeli.

Nazwy te stuza do odwotywania si¢ do modeli uzytkowych na palecie Modele (w prawym goérnym rogu okna programu
IBM SPSS Modeler). Na potrzeby odwotan do weztéw dodanych do strumienia w celu oceniania stosuje si¢ inny
zestaw nazw — z przedrostkiem apply.... Wiecej informacji mozna znalez¢ w temacie [Wtasciwosci weztow modeli|

Uwaga: W normalnych okolicznosciach zalecane jest odwotywanie si¢ do modeli przez nazwg i typ, co pozwoli
unikna¢ niejednoznacznosci.

Tabela 274. Nazwy modeli uzytkowych (paleta Modelowanie).

Nazwa modelu Model
anomalydetection Anomalie

apriori Apriori
autoclassifier Auto Klasyfikacja
autocluster Auto Grupowanie
autonumeric Auto Predykcja
bayesnet Sie¢ bayesowska
c50 C5.0

carma Carma

cart Drzewo C&R

chaid CHAID

coxreg Regresja Coxa
decisionlist Lista decyzyjna
discriminant Dyskryminacyjne
factor Redukcja wymiarow
featureselection Dobor predyktorow
genlin Uogolniona regresja liniowa
glmm GLMM

kmeans K-$rednie

knn k-najblizszy sasiad
kohonen Sie¢ Kohonena
linear Liniowy

logreg Regresja logistyczna
neuralnetwork Sieci neuronowe
quest QUEST
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Tabela 274. Nazwy modeli uzytkowych (paleta Modelowanie) (kontynuacja).

Nazwa modelu

Model

regression Regresja liniowa

sequence Sekwencje

slrm Model odpowiedzi samonauczania
statisticsmodel Model IBM SPSS Statistics

svm Algorytm SVM

timeseries Szereg czasowy

twostep Dwustopniowa

Tabela 275. Nazwy modeli uzytkowych (paleta Modelowanie

w bazie danych).

Nazwa modelu Model

db2imcluster IBM ISW Clustering
db2imlog IBM ISW Logistic Regression
db2imnb IBM ISW Naive Bayes
db2imreg IBM ISW Regression
db2imtree IBM ISW Decision Tree
msassoc MS Association Rules
msbayes MS Naive Bayes

mscluster MS Clustering

mslogistic MS Logistic Regression
msneuralnetwork MS Neural Network
msregression MS Linear Regression
mssequencecluster MS Sequence Clustering
mstimeseries MS Time Series

mstree MS Decision Tree
netezzabayes Netezza Bayes Net
netezzadectree Netezza Decision Tree
netezzadivcluster Netezza Divisive Clustering
netezzaglm Netezza Generalized Linear
netezzakmeans Netezza K-Means
netezzaknn Netezza KNN

netezzalineregression

Netezza Linear Regression

netezzanaivebayes Netezza Naive Bayes
netezzapca Netezza PCA
netezzaregtree Netezza Regression Tree
netezzatimeseries Netezza Time Series
oraabn Oracle Adaptive Bayes
oraai Oracle Al
oradecisiontree Oracle Decision Tree
oraglm Oracle GLM

orakmeans Oracle k-Means

364 1BM SPSS Modeler 18.2— podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji




Tabela 275. Nazwy modeli uzytkowych (paleta Modelowanie w bazie danych) (kontynuacja).

Nazwa modelu Model

oranb Oracle Naive Bayes
oranmf Oracle NMF
oraocluster Oracle O-Cluster
orasvm Oracle SVM

Unikanie duplikowania nazw modeli

Uzywajac skryptéw do manipulowania wygenerowanymi modelami, nalezy pamigtac, ze dopuszczenie do
zduplikowania nazw modeli moze powodowa¢ niejednoznacznos¢ odwotan. Aby tego uniknaé, wskazane jest
wymaganie nazw unikalnych dla modeli wygenerowanych w skryptach.

Aby ustawi¢ opcje dotyczace zduplikowanych nazw modeli:
1. Z menu wybierz:
Narzedzia > Opcje uzytkownika
2. Kliknij kart¢ Powiadomienia.
3. Wybierz opcj¢ Zastap poprzedni model, aby uniemozliwi¢ duplikowanie nazw wygenerowanych modeli.

Programy SPSS Modeler i IBM SPSS Collaboration and Deployment Services w rézny sposob traktuja
niejednoznaczne odwotania do modelu w skrypcie. Klient SPSS Modeler udostgpnia opcje¢ ,,Zastap poprzedni model”,
ktéra powoduje automatyczne zastgpowanie modeli o tej samej nazwie (np. gdy skrypt w kazdej iteracji petli generuje
inny model). Jednak opcja ta nie jest dostgpna, gdy skrypt jest wykonywany w programie IBM SPSS Collaboration and
Deployment Services. Mozna unikna¢ tej sytuacji, w kazdej interakcji zmieniajac nazwe generowanego modelu albo
kasujac biezacy model (np. dodajac instrukcjg clear generated palette) przed koricem petli.

Nazwy typéw wynikowych

W ponizszej tabeli wymieniono wszystkie typy obiektow wynikowych i wezly, ktore te obiekty tworza. Pelna listg
formatow eksportu dostepnych dla kazdego typu obiektu wynikowego zawiera opis wlasciwosci wezta, ktory tworzy
taki obiekt (patrz[Whasciwosci wspolne weztow wykresu|i [Wiasciwosci weztow wynikowychl

Tabela 276. Typy obiektow wynikowych i wezly, ktdre te obiekty tworza.

Typ obiektu wynikowego Wezel
analysisoutput Analiza
collectionoutput Zbior
dataauditoutput Audyt danych
distributionoutput Rozktad
evaluationoutput Ocena
histogramoutput Histogram
matrixoutput Macierz
meansoutput Srednie
multiplotoutput Wykres wielokrotny
plotoutput Wykresy
qualityoutput Jakos¢
reportdocumentoutput Obiekty tego typu nie sa tworzone przez wezet, lecz przez raport z

projektu
reportoutput Raport

Dodatek A. Skorowidz nazw weztow
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Tabela 276. Typy obiektow wynikowych i wezly, ktore te obiekty tworza (kontynuacja).

Typ obiektu wynikowego Wezel
statisticsprocedureoutput Wynik Statistics
statisticsoutput Statystyki
tableoutput Tabela
timeplotoutput Wykres sekwencyjny
weboutput Sieciowy

366 1BM SPSS Modeler 18.2 — podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji




Dodatek B. Migracja z wczesniejszego jezyka skryptowego na
jezyk Python.

Przeglad migracji z wczesniejszego jezyka skryptowego

Niniejsza sekcja zawiera podsumowanie réznic migdzy jezykiem Python a wezesniejszym jezykiem skryptowym
uzywanym w programie IBM SPSS Modeler. Przedstawiono réwniez informacje o sposobie migracji wczesniejszych
skryptow do jezyka Python. Sekcja ta zawiera list¢ standardowych uzywanych wczesniej komend programu SPSS
Modeler oraz ich odpowiednikéw w jezyku Python.

Réznice ogolne

Wezesniejszy jezyk skryptowy ma wiele wspolnego ze skryptowymi jezykami komend systemdw operacyjnych.
Zasadniczo ma on strukture wierszowa 1 cho¢ wystgpuje w nim kilka struktur blokowych, na przyktad
if...then...else...endif i for...endfor, wcigcia w kodzie nie maja znaczenia.

W jezyku Python wcigcia maja znaczenie i wiersze nalezace do tego samego bloku logicznego musza by¢ wcigte do
tego samego poziomu.

Uwaga: Przy kopiowaniu i wklejaniu kodu w jezyku Python nalezy zachowac¢ ostroznos¢. Wiersz wcigty za pomoca
znakdw tabulacji moze w edytorze wyglada¢ tak samo, jak wiersz wcigty za pomoca spacji. Jednak interpreter skryptu
w jezyku Python zgtosi btad, poniewaz wiersze nie zostana uznane za wcigte do tego samego poziomu.

Kontekst skryptu

Kontekst skryptu definiuje srodowisko, w ktorym jest wykonywany skrypt — na przyktad strumien lub superwezel, w
ktorym dziata skrypt. We wczesniejszym jezyku skryptowym kontekst byt domniemany, co oznaczalo, na przyktad, ze
wszelkie odwotania do weztow w skrypcie strumienia traktowane byly z zalozenia jako odwotania do strumienia
wykonujacego skrypt.

W jezyku Python kontekst skryptu jest okreslony jawnie za posrednictwem modutu modeler.script. Na przyktad skrypt
strumienia Python moze uzyskiwac dostep do strumienia wykonujacego skrypt za posrednictwem nastgpujacego kodu:

s = modeler.script.stream()

Nastgpnie, za posrednictwem zwroconego obiektu, moze wywotywac funkcje zwiazane ze strumieniem.

Komendy a funkcje

Wezesniejszy jezyk skryptowy jest zorientowany na komendy. Oznacza to, ze kazdy wiersz skryptu zwykle zaczyna si¢
od komendy do wykonania, po ktorej nastgpuja parametry, na przyktad:

connect 'Type':typenode to :filternode
rename :derivenode as "Compute Total"

W jezyku Python uzywane sa funkcje, ktére zwykle wywotuje sig za posrednictwem obiektu (modutu, klasy lub
obiektu), ktory definiuje funkcje, na przyktad:

stream = modeler.script.stream()

typenode = stream.findByType("type", "Type)
filternode = stream.findByType("filter", None)
stream.link(typenode, filternode)
derive.setLabel ("Compute Total")
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Literaty i komentarze

Niektore literaty i sposoby komentowania powszechnie uzywane w jezyku skryptowym programu IBM SPSS Modeler
maja swoje odpowiedniki w jezyku Python. Moze to utatwié¢ przeksztatcenie istniejacych skryptow SPSS Modeler w
skrypty w jezyku Python przeznaczone do uzycia w programie IBM SPSS Modeler 17.

Tabela 277. Odwzorowanie literatow i komentarzy miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem Python.

Wezesniejszy jezyk skryptowy Jezyk skryptowy Python
Liczba catkowita, na przyktad 4 Tak samo
Liczba zmiennopozycyjna, na przyktad 0,003 Tak samo
Lancuch ujety w pojedynczy cudzystow, na przyktad 'Hello' Tak samo

Uwaga: Literaly tancuchowe zawierajace znaki spoza zestawu
ASCII musza by¢ poprzedzone symbolem u, aby byly
interpretowane jako zapisane w kodowaniu Unicode.

Tak samo

Uwaga: Literaly fanicuchowe zawierajace znaki spoza zestawu
ASCII musza by¢ poprzedzone symbolem u, aby byty
interpretowane jako zapisane w kodowaniu Unicode.

Lancuch ujety w podwdjny cudzystow, na przyklad 'Hello

Dlugie tancuchy, na przyktad Tak samo

"""This is a string
that spans multiple
'l.inesllllll

Listy, na przyktad [1 2 3] [1,2, 3]

Odwotania do zmiennych, na przyktad set x = 3 x=3

Kontynuacja wiersza (\), na przyktad X

set x = [12\ 3,
3 4]

Bloki komentarzy, na przyktad """ This is a Tong comment

s nnn
/* This is a long comment over a Tine.

over a line. x/

Komentarze do wierszy, na przyktad setx =3 #razy 3 x=3 #razy3
undef None

true True

false False
Operatory

Niektore operatory powszechnie uzywane w jezyku skryptowym programu IBM SPSS Modeler maja swoje
odpowiedniki w jezyku Python. Moze to utatwi¢ przeksztalcenie istniejacych skryptow SPSS Modeler w skrypty w
jezyku Python przeznaczone do uzycia w programie IBM SPSS Modeler 17.

Tabela 278. Odwzorowanie operatorow miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem Python.

Wezesniejszy jezyk skryptowy Jezyk skryptowy Python
NUM1 + NUM2 NUM1 + NUM2

LIST + ITEM LIST.append(ITEM)
LIST1 + LIST2 LIST1.extend(LIST2)
NUM1 — NUM2 NUM1 — NUM2

LIST - ITEM LIST.remove (ITEM)
NUM1 * NUM2 NUM1 * NUM2

NUM1 / NUM2 NUM1 / NUM2
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Tabela 278. Odwzorowanie operatordw miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem

Python (kontynuacja).

Wezesniejszy jezyk skryptowy

Jezyk skryptowy Python

/= =
/==

XY X**Y

X <Y X <Y

X <=Y X <=Y
X >y X>Y

X >= Y X >=Y
X div Y X /1Y
X rem Y X%Y

X mod Y X%Y

i i

Tub Tub

not (EXPR) not EXPR

Komendy warunkowe i petle

Niektére komendy warunkowe i petle powszechnie uzywane w jezyku skryptowym programu IBM SPSS Modeler

maja swoje odpowiedniki w jezyku Python. Moze to utatwi¢ przeksztalcenie istniejacych skryptow SPSS Modeler w
skrypty w jezyku Python przeznaczone do uzycia w programie IBM SPSS Modeler 17.

Tabela 279. Odwzorowanie komend warunkowych i petli miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem

Python.

Wezesniejszy jezyk skryptowy

Jezyk skryptowy Python

for VAR from INT1 to INT2

endfor

for VAR in range(INT1, INT2):

lub

VAR = INT1
while VAR <= INT2:

VAR += 1

for VAR in LIST

endfor

for VAR in LIST:

for VAR in_fields_to NODE

endfor

for VAR in NODE.getInputDataModel():

for VAR in_fields_at NODE

endfor

for VAR in NODE.getOutputDataModel():

if...then if oo
e]ét‘ﬂ:f...then eh:]."...:
else’ else:
end%%'

with TYPE OBJECT

endwith

Brak odpowiednika
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Tabela 279. Odwzorowanie komend warunkowych i petli miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem
Python (kontynuacja).

Wezesniejszy jezyk skryptowy Jezyk skryptowy Python
var VAR1 Deklarowanie zmiennych nie jest wymagane
Zmienne

We wezesniejszym jezyku skryptowym zmienne byty deklarowane przed pierwszym odwolaniem do nich, na przyktad:

var mynode
set mynode = create typenode at 96 96

W jezyku skryptowym Python zmienne sa tworzone przy pierwszym odwotaniu, na przyktad:
mynode = stream.createAt("type", "Type", 96, 96)

We wcezesniejszym jezyku skryptowym odwotania do zmiennych musza by¢ jawnie usuwane przy uzyciu operatora *,
na przyktad:

var mynode
set mynode = create typenode at 96 96
set “mynode.direction."Age" = Input

W jezyku Python, podobnie jak w wigkszosci jezykdw skryptowych, nie jest to wymagane, na przykitad:

mynode = stream.createAt("type", "Type", 96, 96)
mynode.setKeyedPropertyValue("direction","Age","Input")

Typy weztéw, wynikéw i modeli

We wezesniejszym jezyku skryptowym do nazw typow obiektow zwykle dotaczone sa przyrostki (node, output i
model) okreslajace szerszy rodzaj obiektow. Na przyktad wezet Derive ma typ derivenode:

set feature_name_node = create derivenode at 96 96

W interfejsie API IBM SPSS Modeler w jezyku Python nie jest stosowany przyrostek node, zatem wezet Derive ma
typ derive, na przyktad:
feature_name_node = stream.createAt("derive", "Feature", 96, 96)

Jedyna réznica w nazwach typow migdzy wezesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem Python polega na braku
przyrostka typu.

Nazwy wiasciwosci

Nazwy wlasciwosci sa takie same we wezesniejszym jezyku skryptowym i w jezyku Python. Na przyktad w wezle Plik
zmienny wilasciwos$¢ definiujaca lokalizacje pliku nosi nazwe full_filename w obu srodowiskach skryptowych.

Odwotania do weziéw

W wielu starszych skryptach stosuje si¢ wyszukiwanie niejawne wezta, ktory ma by¢ modyfikowany. Na przyktad
nastepujace komendy wyszukuja w biezacym strumieniu wezet Typ z etykieta ,,Type”, a nastgpnie nadaja zmienne;j
»Age” rolg wejsciowej, a zmiennej ,,Drug” rolg przewidywane;j:

set 'Type':typenode.direction."Age" = Input
set 'Type':typenode.direction."Drug" = Target

W srodowisku skryptowym Python obiekty weztow musza by¢ odszukane jawnie przed wywotaniem funkcji
ustawiajacej warto$¢ wlasciwosci, na przyktad:
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typenode = stream.findByType("type", "Type")
typenode.setKeyedPropertyValue("direction", "Age", "Input")
typenode.setKeyedPropertyValue("direction", "Drug", "Target")

Uwaga: W tym przypadku stowo "Target" musi by¢ ujete w cudzystowy wlasciwe dla tancucha.
W skryptach w jezyku Python mozna zamiast tej metody uzy¢ takze wyliczenia ModelingRole z pakietu modeler.api.

Mimo ze alternatywna wersja w jezyku Python moze by¢ dluzsza, bedzie dziatata wydajniej, poniewaz zwykle wymaga
tylko jednokrotnego wyszukania wezta. We wezesniejszym jezyku skryptowym wezel jest wyszukiwany przy kazdej
komendzie.

Mozliwe jest takze znajdowanie weztow wedtug identyfikatordéw (identyfikator wezta jest widoczny na karcie
Adnotacje w oknie dialogowym wezla). Na przyktad we wezesniejszym jezyku skryptowym:

# 1d65EMPB9VL87 jest identyfikatorem wezta Typ
set @id65EMPBIVL87.direction."Age" = Input

Ten sam przyktad w jezyku Python:

typenode = stream.findByID("id65EMPBIVL87")
typenode.setKeyedPropertyValue("direction", "Age", "Input")

Odczytywanie i ustawianie wtasciwosci

We wezesniejszym jezyku skryptowym do przypisywania wartosci uzywana byta komenda set. Po komendzie set
mogta nastgpowac definicja wlasciwosci. Nastgpujacy skrypt ilustruje dwa mozliwe formaty komendy ustawiajace;j
warto$¢ wlasciwosci:

set <node reference>.<property> = <value>

set <node reference>.<keyed-property>.<key> = <value>

W jezyku skryptowym Python ten sam wynik uzyskuje sig, korzystajac z funkcji setPropertyValue() i
setKeyedPropertyValue(), na przyktad:

object.setPropertyValue(property, value)
object.setKeyedPropertyValue(keyed-property, key, value)

We wezeséniejszym jezyku skryptowym wartosci wlasciwosci mozna odczytywac za pomoca komendy get, na
przyktad:
var n v

set n
set v

get node :filternode
~n.name

W jezyku skryptowym Python ten sam wynik uzyskuje si¢ za pomoca funkcji getPropertyValue(), na przyktad:

n
v

stream.findByType("filter", None)
n.getPropertyValue("name"

Edytowanie strumieni

We wczesniejszym jezyku skryptowym do tworzenia nowego wezla stuzy komenda create, na przyktad:

var agg select
set agg = create aggregatenode at 96 96
set select = create selectnode at 164 96

W jezyku Python strumienie oferuja rézne metody tworzenia weztow, na przyktad:

stream = modeler.script.stream()
agg = stream.createAt("aggregate", "Aggregate", 96, 96)
select = stream.createAt("select", "Select", 164, 96)

We wezesniejszym jezyku skryptowym do tworzenia potaczen migdzy weztami stuzy komenda connect, na przyktad:
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connect ~agg to “select

We jezyku Python do tworzenia potaczen migedzy weztami stuzy metoda link, na przyktad:
stream.link(agg, select)

We wczesniejszym jezyku skryptowym do usuwania potaczen miedzy weztami stuzy komenda disconnect, na
przyktad:

disconnect ~agg from “select

We jezyku Python do usuwania potaczen miedzy weztami shuzy metoda unlink, na przyktad:
stream.unlink(agg, select)

We wezesniejszym jezyku skryptowym do okreslania potozenia wezldw w obszarze roboczym strumienia lub migdzy
innymi weztami shuzy komenda position, na przyktad:

position "agg at 256 256
position ~agg between “myselect and “mydistinct

W jezyku skryptowym Python ten sam wynik uzyskuje si¢ za pomoca dwoch réznych metod: setXYPosition i
setPositionBetween. Na przyktad:

agg.setXYPosition(256, 256)
agg.setPositionBetween(myselect, mydistinct)

Operacje na weztach

Niektére komendy operujace na weztach powszechnie uzywane w jezyku skryptowym programu IBM SPSS Modeler
maja swoje odpowiedniki w jezyku Python. Moze to utatwi¢ przeksztalcenie istniejacych skryptow SPSS Modeler w
skrypty w jezyku Python przeznaczone do uzycia w programie IBM SPSS Modeler 17.

Tabela 280. Odwzorowanie operacji na weztach miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem Python.

Wezesniejszy jezyk skryptowy

Jezyk skryptowy Python

create nodespec at x y

stream.create(type, name)

stream.createAt (type, name, X, y)
stream.createBetween(type, name, preNode, postNode)
stream.createModelApplier(model, name)

connect fromNode to toNode

stream.link(fromNode, toNode)

delete node stream.delete(node)
disable node stream.setEnabled(node, False)
enable node stream.setEnabled(node, True)

disconnect fromNode from toNode

stream.unlink(fromNode, toNode)
stream.disconnect (node)

duplicate node

node.duplicate()

execute node

stream.runSelected(nodes, results)
stream.runAl1 (results)

flush node

node.flushCache()

position node at x y

node.setXYPosition(x, y)

position node between node? and node2

node.setPositionBetween(node1, node2)

rename node as name

node.setLabel(name)
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W petli

We wcezesniejszym jezyku skryptowym obstugiwane sa dwa gtdéwne rodzaje petli:
* Petle odliczane, w ktorych zmienna sterujaca przyjmuje wartosci spomigdzy dwoch liczb catkowitych.

* Petle sekwencyjne, w ktorych zmienna sterujaca przyjmuje kolejne wartosci z okreslonego szeregu.

Ponizszy przyklad ilustruje petlg odliczana we wczesniejszym jezyku skryptowym:
for i from 1 to 10

printin 7

endfor

Ponizszy przyklad ilustruje petlg sekwencyjna we wezesniejszym jezyku skryptowym:

var items
set items = [a b ¢ d]

for i in items
printin 7
endfor

Mozna stosowac takze dwa inne typy petli:
* iteracje przez modele na palecie modeli lub przez wyniki na palecie wynikow;

* iteracje przez zmienne wchodzace do wezta lub wychodzace z wezta.

W jezyku Python rowniez obstugiwane sa rozne typy petli. Ponizszy przyktad ilustruje petle odliczana w jezyku
Python:
i=1
while i <= 10:
print i
i+=1

Ponizszy przyktad ilustruje petlg sekwencyjna w jezyku Python:
items = ["a" , "h" , nen s "d"]
for i in items:

print i

Petla sekwencyjna jest bardzo elastyczna, a w polaczeniu z metodami interfejsu API IBM SPSS Modeler umozliwia
realizacj¢ wigkszos$ci konstrukcji stosowanych we wezesniejszym jezyku skryptowym. Ponizszy przyktad ilustruje
zastosowanie petli sekwencyjnej w jezyku Python do iteracyjnego przechodzenia przez zmienne wychodzace z wezta:
node = modeler.script.stream().findByType("filter", None)

for column in node.getOutputDataModel().columnIterator():
print column.getColumnName()

Wykonywanie strumieni

W trakcie wykonywania strumienia generowane modele lub obiekty wyjsciowe sa dodawane do jednego z menedzeréw
obiektow. We wczesniejszym jezyku skryptowym skrypt musi wyszukiwa¢ wygenerowane obiekty w menedzerze
obiektow albo uzyskiwa¢ dostep do wyniku ostatnio wygenerowanego z wezla.

W $rodowisku Python strumienie wykonywane sa inaczej: wszystkie modele lub obiekty wynikowe wygenerowane w
toku wykonania sa zwracane w liscie przekazywanej do funkcji wykonawczej. Upraszcza to dostep do wynikow
wykonania strumienia.

We wczesniejszym jezyku skryptowym obstugiwane sa trzy komendy wykonywania strumienia:
» execute_all wykonuje wszystkie wykonywalne wezty koncowe w strumieniu.
» execute_script wykonuje skrypt strumienia niezaleznie od ustawienia wykonywania skryptow.

* execute node wykonuje okreslony wezet.
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W $rodowisku skryptowym Python obstugiwany jest podobny zestaw funkcji:
+ stream.runAll(results-list) wykonuje wszystkie wykonywalne wezty koncowe w strumieniu.
* stream.runScript(results-list) wykonuje skrypt strumienia niezaleznie od ustawienia wykonywania skryptow.

» stream.runSelected(node-array, results-list) wykonuje okreslony zbior weztow w kolejnosci, w jakiej zostana
wymienione.

* node.run(results-list) wykonuje okreslony wezet.

We wezesniejszym jezyku skryptowym wykonywanie strumienia mozna zakoniczy¢ komenda exit z opcjonalnym
kodem catkowitoliczbowym, na przyktad:

exit 1

W jezyku Python ten sam efekt uzyskuje si¢ przy uzyciu nastepujacego kodu:
modeler.script.exit(1)

Dostep do obiektdw za posrednictwem systemu plikdw i repozytorium

We wcezesniejszym jezyku skryptowym mozna otworzy¢ istniejacy strumien, model lub obiekt wynikowy za pomoca
komendy open, na przyktad:

var s
set s = open stream "c:/my streams/modeling.str"

W $rodowisku skryptowym Python istnieje klasa TaskRunner dostepna z sesji, ktdrej mozna uzywaé do wykonywania
podobnych zadan, na przyktad:

taskrunner = modeler.script.session().getTaskRunner()
s = taskrunner.openStreamFromFile("c:/my streams/modeling.str", True)

Aby zapisa¢ obiekt, we wczesniejszym jezyku skryptowym mozna uzy¢ komendy save, na przyktad:

save stream s as "c:/my streams/new_modeling.str"

Rownowaznym rozwiazaniem w srodowisku skryptowym Python byloby zastosowanie klasy TaskRunner, na
przyktad:

taskrunner.saveStreamToFile(s, "c:/my streams/new_modeling.str")

Operacje oparte na IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository sa we wczesniejszym jezyku
skryptowym obstugiwane za posrednictwem komend retrieve i store, na przyktad:
var s

set s = retrieve stream "/my repository folder/my_stream.str"
store stream s as "/my repository folder/my_stream copy.str"

W jezyku skryptowym Python réwnowazny efekt uzyskuje si¢ za posrednictwem obiektu Repository skojarzonego z
sesja, na przyktad:

session = modeler.script.session()

repo = session.getRepository()

s = repo.retrieveStream("/my repository folder/my_stream.str", None, None, True)

repo.storeStream(s, "/my repository folder/my_stream copy.str", None)

Uwaga: Dostep do repozytorium jest mozliwy pod warunkiem, ze w sesji skonfigurowane jest poprawne potaczenie z
repozytorium.

Operacje na strumieniach

Niektére komendy operujace na strumieniach powszechnie uzywane w jgzyku skryptowym programu IBM SPSS
Modeler maja swoje odpowiedniki w jezyku Python. Moze to ulatwi¢ przeksztatcenie istniejacych skryptéw SPSS
Modeler w skrypty w jezyku Python przeznaczone do uzycia w programie IBM SPSS Modeler 17.
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Tabela 281. Odwzorowanie operacji na strumieniach miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem Python.

Wezesniejszy jezyk skryptowy Jezyk skryptowy Python

create stream DEFAULT_FILENAME taskrunner.createStream(name, autoConnect, autoManage)
close stream stream.close()

clear stream stream.clear()

get stream sfream Brak odpowiednika

load stream path Brak odpowiednika

open stream path taskrunner.openStreamFromFile(path, autoManage)

save stream as path taskrunner.saveStreamToFile(stream, path)

retreive stream path repository.retreiveStream(path, version, label, autoManage)
store stream as path repository.storeStream(stream, path, label)

Operacje na modelach

Niektére komendy operujace na modelach powszechnie uzywane w jezyku skryptowym programu IBM SPSS Modeler
maja swoje odpowiedniki w jgzyku Python. Moze to utatwic przeksztalcenie istniejacych skryptow SPSS Modeler w
skrypty w jezyku Python przeznaczone do uzycia w programie IBM SPSS Modeler 17.

Tabela 282. Odwzorowanie operacji na modelach miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem Python.

Wezesniejszy jezyk skryptowy Jezyk skryptowy Python

open model path taskrunner.openModelFromFile(path, autoManage)

save model as path taskrunner.saveModelToFile(model, path)

retrieve model path repository.retrieveModel(path, version, label, autoManage)
store model as path repository.storeModel(model, path, label)

Operacje zapisywania dokumentéow

Niektdre operacje zapisu dokumentéw powszechnie uzywane w jezyku skryptowym programu IBM SPSS Modeler
maja swoje odpowiedniki w jezyku Python. Moze to utatwi¢ przeksztalcenie istniejacych skryptow SPSS Modeler w
skrypty w jezyku Python przeznaczone do uzycia w programie IBM SPSS Modeler 17.

Tabela 283. Odwzorowanie operacji zapisywania dokumentéw miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a jezykiem
Python.

Wezesniejszy jezyk skryptowy Jezyk skryptowy Python

open output path taskrunner.openDocumentFromFile(path, autoManage)

save output as path taskrunner.saveDocumentToFile(output, path)

retrieve output path repository.retrieveDocument(path, version, label,
autoManage)

store output as path repository.storeDocument(output, path, label)

Pozostale roznice miedzy wczesniejszym jezykiem skryptowym a
jezykiem Python.

Wezesniejszy jezyk skryptowy oferuje mechanizmy manipulowania projektami IBM SPSS Modeler. Srodowisko
skryptowe Python obecnie nie oferuje takiej mozliwosci.
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Weczesniejszy jezyk skryptowy oferowat pewne mechanizmy stuzace do tadowania obiektow state (standw, tj.
kombinacji strumieni i modeli). Stany sa nieaktualne od wersji 8.0 programu IBM SPSS Modeler. Srodowisko
skryptowe Python nie obstuguje stanow.

Jezyk skryptowy Python oferuje nastgpujace dodatkowe mechanizmy niedostgpne we wezesniejszym jezyku
skryptowym:

* Definicje funkcji klas

* Obstuga btedow

* Bardziej zaawansowane metody obshugi wejscia/wyjscia

* Moduly zewngtrzne i moduly innych firm
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Uwagi

Niniejsza publikacja zostala przygotowana z mysla o produktach i ushugach oferowanych w Stanach Zjednoczonych.
Materiat ten jest rowniez dostgpny w IBM w innych jezykach. Jednakze w celu uzyskania dostgpu do takiego materiatu
istnieje konieczno$¢ posiadania egzemplarza produktu w takim jezyku.

Produktéw, ushug lub opcji opisywanych w tym dokumencie IBM nie musi oferowa¢ we wszystkich krajach.
Informacje o produktach i ustugach dostgpnych w danym kraju mozna uzyska¢ od lokalnego przedstawiciela IBM.
Odwotanie do produktu, programu lub ushugi IBM nie oznacza, ze mozna uzy¢ wytacznie tego produktu, programu lub
ustugi IBM. Zamiast nich mozna zastosowac ich odpowiednik funkcjonalny pod warunkiem, ze nie narusza to praw
wilasnosci intelektualnej IBM. Jednakze cata odpowiedzialnos$¢ za oceng przydatnosci i sprawdzenie dziatania
produktu, programu lub ustugi pochodzacych od producenta innego niz IBM spoczywa na uzytkowniku.

IBM moze posiadac¢ patenty lub zlozone wnioski patentowe na towary i ushugi, o ktorych mowa w niniejszej publikacji.
Przedstawienie niniejszej publikacji nie daje zadnych uprawnien licencyjnych do tychze patentow. Pisemne zapytania
w sprawie licencji mozna przesyta¢ na adres:

IBM Director of Licensing
IBM Corporation

North Castle Drive, MD-NCI119
Armonk, NY 10504-1785

US.A.

Zapytania dotyczace zestawow znakow dwubajtowych (DBCS) nalezy kierowac¢ do lokalnych dziatow wiasnosci
intelektualnej IBM (IBM Intellectual Property Department) lub wysta¢ je na pi§mie na adres:

Intellectual Property Licensing

Legal and Intellectual Property Law
IBM Japan, Ltd.

19-21, Nihonbashi-Hakozakicho, Chuo-ku
Tokio 103-8510, Japonia

INTERNATIONAL BUSINESS MACHINES CORPORATION DOSTARCZA TE PUBLIKACIJE W STANIE, W
JAKIM SIE ZNAJDUIJE ("AS IS") BEZ UDZIELANIA JAKICHKOLWIEK GWARANCII (REKOJMIE ROWNIEZ
WYLACZA SIE), WYRAZNYCH LUB DOMNIEMANYCH, A W SZCZEGOLNOSCI DOMNIEMANYCH
GWARANCIJI PRZYDATNOSCI HANDLOWEJ, PRZYDATNOSCI DO OKRESLONEGO CELU ORAZ
GWARANCIJI, ZE PUBLIKACJA TA NIE NARUSZA PRAW OSOB TRZECICH. Ustawodawstwa niektorych
krajow nie dopuszczaja zastrzezen dotyczacych gwarancji wyraznych lub domniemanych w odniesieniu do pewnych
transakcji; w takiej sytuacji powyzsze zdanie nie ma zastosowania.

Informacje zawarte w niniejszej publikacji moga zawierac niescistosci techniczne lub btedy drukarskie. Informacje te
sa okresowo aktualizowane, a zmiany te zostana uwzglednione w kolejnych wydaniach tej publikacji. IBM zastrzega
sobie prawo do wprowadzania ulepszen i/lub zmian w produktach i/lub programach opisanych w tej publikacji w
dowolnym czasie, bez wczesniejszego powiadomienia.

Wszelkie wzmianki w tej publikacji na temat stron internetowych innych podmiotow zostaly wprowadzone wylacznie
dla wygody uzytkownika i w zadnym wypadku nie stanowia zachety do ich odwiedzania. Materiaty dostepne na tych
stronach nie sa czgécia materiatdéw opracowanych dla tego produktu IBM, a uzytkownik korzysta z nich na wlasna
odpowiedzialnos¢.

IBM ma prawo do uzywania i rozpowszechniania informacji przystanych przez uzytkownika w dowolny sposob, jaki
uzna za wlasciwy, bez zadnych zobowiazan wobec ich autora.
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IBM Director of Licensing
IBM Corporation

North Castle Drive, MD-NCI119
Armonk, NY 10504-1785

U.S.A.
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Umowie Licencyjnej IBM na Program lub w innych podobnych umowach zawartych miedzy IBM i uzytkownikami.

Dane dotyczace wydajnosci i cytowane przyktady zostaly przedstawione jedynie w celu zobrazowania sytuacji.
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operacyjnych.
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publicznych ogtoszen lub innych dostgpnych publicznie zrodet. IBM nie testowal tych produktow i nie moze
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produktow.
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Publikacja ta zawiera przyktadowe dane i raporty uzywane w codziennej pracy. W celu kompleksowego ich
zilustrowania, podane przyktady zawieraja nazwiska osob prywatnych, nazwy przedsigbiorstw oraz nazwy produktow.
Wszystkie te nazwy/nazwiska sa fikcyjne i jakiekolwiek podobienstwo do istniejacych nazw/nazwisk jest catkowicie
przypadkowe.

Znaki towarowe

IBM, logo IBM i ibm.com sa znakami towarowymi lub zastrzezonymi znakami towarowymi International Business
Machines Corp. zarejestrowanymi w wielu systemach prawnych na calym swiecie. Pozostate nazwy produktow i ustug
moga by¢ znakami towarowymi IBM lub innych przedsigbiorstw. Aktualna lista znakéw towarowych IBM dostgpna
jest w serwisie WWW IBM, w sekcji "Copyright and trademark information" Informacje o prawach autorskich i
znakach towarowych), pod adresem [www.ibm.com/legal/copytrade.shtmi]

Adobe, logo Adobe, PostScript oraz logo PostScript sa znakami towarowymi lub zastrzezonymi znakami towarowymi
Adobe Systems Incorporated w Stanach Zjednoczonych i/lub w innych krajach.

Intel, logo Intel, Intel Inside, logo Intel Inside, Intel Centrino, logo Intel Centrino, Celeron, Intel Xeon, Intel SpeedStep,
Itanium i Pentium sa znakami towarowymi lub zastrzezonymi znakami towarowymi Intel Corporation lub
przedsigbiorstw podporzadkowanych Intel Corporation w Stanach Zjednoczonych i w innych krajach.

Linux jest zastrzezonym znakiem towarowym Linusa Torvaldsa w Stanach Zjednoczonych i/lub w innych krajach.

Microsoft, Windows, Windows NT oraz logo Windows sa znakami towarowymi Microsoft Corporation w Stanach
Zjednoczonych i/lub w innych krajach.

UNIX jest zastrzezonym znakiem towarowym The Open Group w Stanach Zjednoczonych i/lub w innych krajach.
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Java oraz wszystkie znaki towarowe i logo dotyczace jezyka Java sa znakami towarowymi lub zastrzezonymi znakami
towarowymi Oracle i/lub przedsigbiorstw afiliowanych.

Warunki dotyczace dokumentaciji produktu

Zezwolenie na korzystanie z tych publikacji jest przyznawane na ponizszych warunkach.
Zakres stosowania

Niniejsze warunki stanowia uzupetnienie warunkoéw uzywania serwisu WWW IBM.
Uzytek osobisty

Uzytkownik ma prawo kopiowac¢ te publikacje do wlasnego, nickomercyjnego uzytku pod warunkiem zachowania
wszelkich uwag dotyczacych praw wilasnosci. Uzytkownik nie ma prawa dystrybuowac ani wyswietla¢ tych publikacji
czy ich czgsci, ani tez wykonywac na ich podstawie prac pochodnych bez wyraznej zgody IBM.

Uzytek stuzbowy

Uzytkownik ma prawo kopiowac¢ te publikacje, dystrybuowac je i wyswietla¢ wyltacznie w ramach przedsigbiorstwa
Uzytkownika pod warunkiem zachowania wszelkich uwag dotyczacych praw wiasnosci. Uzytkownik nie ma prawa
wykonywac na podstawie tych publikacji ani ich fragmentdéw prac pochodnych, kopiowac ich, dystrybuowac ani
wyswietla¢ poza przedsigbiorstwem Uzytkownika bez wyraznej zgody IBM.

Prawa

Z wyjatkiem zezwolen wyraznie udzielonych w niniejszym dokumencie, nie udziela si¢ jakichkolwiek innych
zezwolen, licencji ani praw, wyraznych czy domniemanych, odnoszacych si¢ do tych publikacji czy jakichkolwiek
informacji, danych, oprogramowania lub innej wlasnosci intelektualnej, o ktorych mowa w niniejszym dokumencie.

IBM zastrzega sobie prawo do anulowania zezwolenia przyznanego w niniejszym dokumencie w kazdej sytuacji, gdy,
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dokumentu nie sa przestrzegane.

Uzytkownik ma prawo pobierac, eksportowac lub reeksportowac niniejsze informacje pod warunkiem zachowania
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BEZ UDZIELANIA JAKICHKOLWIEK GWARANCII (REKOJMIE ROWNIEZ WYLACZA SIE), WYRAZNYCH
CZY DOMNIEMANYCH, A W SZCZEGOLNOSCI DOMNIEMANYCH GWARANCIJI PRZYDATNOSCI
HANDLOWEJ, PRZYDATNOSCI DO OKRESLONEGO CELU CZY NIENARUSZANIA PRAW OSOB
TRZECICH.
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wezel Macierz
wiasciwosci 310
wezet mieszaniny rozkltadow Gaussa
wlasciwosci 343, 347
wezet Modelowanie KDE
wilasciwosci 345
Wezet oceny symulacji
whasciwosei 315
wezet optymalizacji CPLEX
wlhasciwosci 105
Wezet Plik kolumnowy
whasciwosci 91
Wezet Plik ptaski
wiasciwosci 332
wezet Plik zmienny
wilasciwosci 99
wezet Podzial na podzbiory
wilasciwosci 139
wezet Powtorzenia
wilasciwosci 109
Wezet Predykcja przestrzenno-czasowa (STP)
wlasciwosci 243
Wezet proby
wlasciwosci 116
wezet Przedziaty czasowe
wlasciwosci 145
wezet Przedziaty czasowe AS
wiasciwosci 131
Wezet przeksztalcen IBM SPSS Statistics
wilasciwosci 339
Wezet przeksztatcen R
wilasciwosci 115
wezet Raport
whasciwosei 313
wezel Rekodowanie
wlasciwosci 140
wezet Reorganizacja
wlasciwosci 141
Wezet Reorganizacja
wiasciwosci 141
wezel Restrukturyzacja
wiasciwosci 142
Wezet rozktadu
wilasciwosci 159
wezet Selekcja
wilasciwosci 118
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wezel Siatka czasoprzestrzeni
wlasciwosci 107, 119

Wezet sieciowy
wlasciwosci 176

Wezet Sie¢ kierunkowa
wilasciwosci 176

wezel SMOTE
wilasciwosci 352

Wezet Sortowanie
wiasciwosci 118

wezel Statistics
wiasciwosci 316

wezet STP
wlasciwosci 243

wezel SVM z jedna klasa
whasciwosci 348

wezet Symulacja KDE
wlasciwosci 309, 346

Wezet Szeregi czasowe
wiasciwosci 124

wezet Srednie
wiasciwosci 311

wezel t-SNE
wlasciwosci 174, 352

wezet Tabela
wiasciwosci 318

wezel Transformacja
wlasciwosci 320

wezel transformacji przez rozszerzenie
whasciwosei 111

wezel Transpozycja
wlasciwosci 149

wezel typu
wiasciwosci 151

wezel Ustaw jako flaga
wiasciwosci 144

Wezel wazenia
wilasciwosci 104

Wezet wizualizacja na mapie
wlasciwosci 165

wezel Wykres E-Plot
whasciwosci 173

Wezet wykresu
whasciwosci 170

Wezet wykresu sekwencyjnego
wlasciwosci 172

Wezet wykresu wielokrotnego
wiasciwosci 169

Wezet wyliczen
wiasciwosci 134

wezel wynikowy Extension
wiasciwosci 331

Wezet wynikowy Extension
whasciwosci 308
wilasciwosci wezta w skryptach 202

Wezel wynikowy IBM SPSS Statistics
wiasciwosci 341

Wezet wynikowy R
wiasciwosci 314

wezel Wypetnianie
whasciwosci 137

wezet XGBoost Tree
whasciwosci 355

wezel XGBoost-AS
wlasciwosci 358

Wezet zbioru
wlasciwosci 158

wezel Zespolenie
wlasciwosci 136

wezel Zmiana rzutowania
wlasciwosci 142

Wezet zrodta IBM Cognos TM1
wiasciwosci 96, 97

Wezet zrodtowy Analytic Server
wilasciwosci 79

Wezet zrodlowy Dane
wilasciwosci 86

Wezet zrodlowy danych geoprzestrzennych
wilasciwosci 93

Wezet zrodtowy Data Collection
wlasciwosci 84

Wezet zrédtowy IBM Cognos
wlasciwosci 80

wezet zrodlowy IBM SPSS Statistics
wilasciwosci 339

wezel zrédtowy JSON
wilasciwosci 93

Wezet zrédtowy programu Excel
wilasciwosci 87

Wezet zrodlowy SAS
wilasciwosci 93

wezel zrodtowy TWC Import
wilasciwosci 98

Wezet zrodtowy XML
wiasciwosci 102
weztly

importowanie 32

informacyjne 34

przechodzenie w petli w skryptach 49

skorowidz nazw 363

tworzenie potaczen migdzy weztami 31

usuwanie 32

usuwanie potaczen migdzy weztami 31

zastgpowanie 32
wezly eksportu

wilasciwosci wezta w skryptach 323
wezty modelowania

wiasciwosci wezta w skryptach 179
wezly wykresu

wlasciwosci uzywane w skryptach 157
wezly wynikow

wiasciwosci uzywane w skryptach 305
wezty zrodlowe

wlasciwosci 75
wiersz komend

lista argumentow 62, 64, 65

parametry 63

skrypty 52
uruchamianie programu IBM SPSS
Modeler 61
wiele argumentow 66
wiasciwosci

skrypty 67, 68, 69, 179, 263, 323
strumien 71
Superwezty 361
wezly filtrowania 67
wezly modelowania w bazie danych 281
wspolne w skryptach 69
wilasciwos$ci anomalydetectionnode
wezla 179
wiasciwosci applygmm 271
wlasciwosci applyocsvm 274
wiasciwosci applyxgboostlinearnode 279
wilasciwosci applyxgboosttreenode 278

wiasciwosci hdbscannode 344
wilasciwosci hdbscannugget 279
wlasciwosci jsonimportnode 93
wlasciwosci kde 309, 346
wiasciwosci kdeapply 279
wiasciwosci kdemodel 345
wlasciwosdci ocsvmnode 348
wlasciwosci sieci bayesowskiej 189
wlasciwosci smotenode 352
wiasciwosci ustrukturyzowane 67
wlasciwosci wezla aggregatenode 103
wlasciwosci wezta analysisnode 305
wiasciwosci wezta anonymizenode 127
wlasciwosci wezta appendnode 103
wilasciwosci wezta

applyanomalydetectionnode 263
wlasciwosci wezta applyapriorinode 263
wlasciwosci wezta

applyassociationrulesnode 264
wlasciwosci wezta

applyautoclassifiernode 264
wiasciwosci wezta applyautoclusternode 265
wlasciwosci wezta

applyautonumericnode 265
wlasciwosci wezta applybayesnetnode 265
wiasciwosci wezta applyc50node 265
wiasciwosci wezta applycarmanode 266
wlasciwosci wezla applycartnode 266
wiasciwosci wezta applychaidnode 266
Wiasciwosci wezta applycoxregnode 267
wiasciwosci wezta applydecisionlistnode 267
wlasciwosci wezta

applydiscriminantnode 267
wlasciwosci wezta applyextension 268
wlasciwosci wezta applyfactornode 269
wlasciwosci wezta

applyfeatureselectionnode 270
wlasciwos$ci wezta

applygeneralizedlinearnode 270
wlasciwosci wezta applygle 271
wiasciwosci wezta applyglmmnode 270
wlasciwosci wezta applykmeansnode 271
Wtasciwosci wezta applyknnnode 272
wlasciwosci wezta applykohonennode 272
wlasciwosci wezta applylinearasnode 272
wlasciwosci wezta applylinearnode 272
wiasciwosci wezta applylogregnode 273
wilasciwosci wezta applylsvmnode 273
wlasciwosci wezta applymslogisticnode 283
wilasciwosci wezta

applymsneuralnetworknode 283
wlasciwos$ci wezta

applymsregressionnode 283
wlasciwosci wezta

applymssequenceclusternode 283
wlasciwosci wezla

applymstimeseriesnode 283
wlasciwosci wezta applymstreenode 283
wlasciwos$ci wezta

applynetezzabayesnode 302
wlasciwosci wezta

applynetezzadectreenode 302
wlasciwosci wezla

applynetezzadivclusternode 302
wlasciwosci wezta

applynetezzakmeansnode 302
wlasciwosci wezta applynetezzaknnnode 302
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wilasciwosci wezta

applynetezzalineregressionnode 302
wilasciwosci wezta

applynetezzanaivebayesnode 302
wlasciwosci wezta applynetezzapcanode 302
wlasciwosci wezla

applynetezzaregtreenode 302
Wiasciwosci wezta applyneuralnetnode 273
wlasciwosci wezla

applyneuralnetworknode 274
wilasciwosci wezla applyoraabnnode 291
wlasciwos$ci wezla

applyoradecisiontreenode 291
wlasciwos$ci wezla applyorakmeansnode 291
wilasciwosci wezla applyoranbnode 291
wlasciwosci wezla applyoranmfnode 291
wlasciwos$ci wezta applyoraoclusternode 291
wilasciwosci wezla applyorasvmnode 291
wiasciwosci wezta applyquestnode 274
wilasciwosci wezta applyr 275
wlasciwos$ci wezla applyrandomtrees 275
wiasciwosci wezla applyregressionnode 275
wlasciwosci wezta

applyselflearningnode 276
wilasciwosci wezla applysequencenode 276
wiasciwosci wezta applystpnode 276
wilasciwosci wezla applysvmnode 276
wlasciwosci wezla applytcmnode 277
wiasciwosci wezla applytimeseriesnode 277
wlasciwosci wezla applytreeas 278
wiasciwosci wezta applyts 277
wlasciwosci wezta applytwostepAS 278
wiasciwosci wezta applytwostepnode 278
wlasciwosci wezla apriorinode 181
wlasciwosci wezla asexport 323
wlasciwosci wezta asimport 79
wlasciwosci wezla associationrulesnode 182
wlasciwo$ci wezla astimeintervalsnode 131
wlasciwosci wezla autoclassifiernode 184
wlasciwos$ci wezla autoclusternode 186
wlasciwosci wezla autodataprepnode 128
Wiasciwosci wezta autonumericnode 188
wlasciwos$ci wezta balancenode 104
wlasciwosci wezta binningnode 131
wlasciwos$ci wezta buildr 190
wlasciwosci wezta c50node 191
wlasciwosci wezta carmanode 192
wlasciwosci wezla cartnode 193
wlasciwosci wezla chaidnode 196
wlasciwosci wezta cognosimport 80
wlasciwosci wezla collectionnode 158
wilasciwosci wezta coxregnode 198
wilasciwosci wezta cplexoptnode 105
wlasciwosci wezla dataauditnode 306
wilasciwosci wezla databaseexportnode 326
wlasciwosci wezla databasenode 82
wiasciwosci wezta

datacollectionexportnode 330
wlasciwos$ci wezla

datacollectionimportnode 84
wlasciwosci wezla dataviewimport 86
wlasciwosci wezla decisionlist 199
wlasciwosci wezla derivenode 134
wlasciwosci wezla directedwebnode 176
wlasciwosci wezta discriminantnode 201
wlasciwos$ci wezla distinctnode 109
Wiasciwosci wezta distributionnode 159

Wiasciwosci wezta dopasowania symulacji
wlasciwosci 316

wlasciwos$ci wezla ensemblenode 136
wlasciwosci wezta eplotnode 173
wlasciwos$ci wezla evaluationnode 160
wilasciwosci wezla excelexportnode 330, 332
wlasciwosci wezta excelimportnode 87
wlasciwosci wezla extensionexportnode 331
wlasciwosci wezla extensionimportnode 88
wlasciwos$ci wezta extensionmodelnode 202
wilasciwosci wezta extensionoutputnode 308
wlasciwosci wezta extensionprocessnode 111
wlasciwosci wezla factornode 205
wlasciwosci wezla featureselectionnode 5,

206
wlasciwosci wezla fillernode 137
wlasciwos$ci wezla filternode 138
wlasciwosci wezla fixedfilenode 91
wlasciwos$ci wezla flatfilenode 332
wilasciwosci wezta genlinnode 208
wlasciwosci wezla gle 215
wlasciwosci wezta glmmnode 211
wlasciwosci wezlta gmm 343, 347
wiasciwosci wezta graphboardnode 162
wlasciwosci wezla gsdata_import 93
wlasciwosci wezta histogramnode 164
wilasciwosci wezla historynode 139
wlasciwosci wezla isotonicasnode 357
wlasciwos$ci wezla kmeansasnode 220, 357
wlasciwosci wezta kmeansnode 219
wlasciwos$ci wezla knnnode 221
wlasciwosci wezta kohonennode 223
wlasciwo$ci wezla linear 224
wilasciwosci wezta Liniowy-AS 225
wlasciwosci wezla logregnode 226
wlasciwos$ci wezta Isvmnode 230
wlasciwosci wezla mapvisualization 165
wlasciwo$ci wezla matrixnode 310
wlasciwosci wezta meansnode 311
wlasciwos$ci wezta mergenode 112
wlasciwosci wezta msassocnode 281
wlasciwosci wezla msbayesnode 281
wlasciwos$ci wezta msclusternode 281
wlasciwosci wezta mslogisticnode 281
wlasciwos$ci wezta

msneuralnetworknode 281
Wilasciwosci wezta msregressionnode 281
wilasciwosci wezta

mssequenceclusternode 281
wlasciwos$ci wezta mstimeseriesnode 281
wlasciwosci wezta mstreenode 281
wiasciwosci wezta multiplotnode 169
wilasciwosci wezla netezzabayesnode 292
wlasciwosci wezla netezzadectreenode 292
wilasciwosci wezta

netezzadivclusternode 292
wlasciwosci wezta netezzaglmnode 292
wlasciwos$ci wezta netezzakmeansnode 292
wlasciwos$ci wezla netezzaknnnode 292
wlasciwosci wezta

netezzalineregressionnode 292
wilasciwosci wezta

netezzanaivebayesnode 292
wlasciwosci wezta netezzapcanode 292
wlasciwosci wezla netezzaregtreenode 292
wlasciwos$ci wezta

netezzatimeseriesnode 292

Wiasciwosci wezta neuralnetnode 231
wlasciwosci wezta neuralnetworknode 233
wlasciwosci wezta

numericpredictornode 188
wlasciwos$ci wezta oraabnnode 285
wlasciwosci wezta oraainode 285
wlasciwos$ci wezla oraapriorinode 285
wlasciwosci wezta oradecisiontreenode 285
wiasciwosci wezta oraglmnode 285
wlasciwos$ci wezta orakmeansnode 285
wlasciwosci wezta oramdlnode 285
wlasciwos$ci wezta oranbnode 285
wlasciwosci wezta oranmfnode 285
wlasciwosci wezta oraoclusternode 285
wlasciwosci wezta orasvmnode 285
wiasciwosci wezta outputfilenode 332
Wiasciwosci wezta partitionnode 139
wlasciwosci wezta plotnode 170
wiasciwosci wezta questnode 235
wlasciwosci wezta randomtrees 237
wlasciwosci wezta reclassifynode 140
wilasciwosci wezta regressionnode 238
wlasciwosci wezta reordernode 141
wiasciwosci wezta reportnode 313
wlasciwosci wezta reprojectnode 142
wlasciwos$ci wezla restructurenode 142
wlasciwosci wezta rfmaggregatenode 114
wlasciwosci wezta rfmanalysisnode 143
wilasciwosci wezta rfnode 350
wiasciwosci wezta routputnode 314
wlasciwosci wezta Rprocessnode 115
wlasciwosci wezta samplenode 116
wlasciwosci wezta sasexportnode 333
wiasciwosci wezta sasimportnode 93
wlasciwosci wezta selectnode 118
wiasciwosci wezta sequencenode 240
wiasciwosci wezta setglobalsnode 314
Wiasciwosci wezta settoflagnode 144
wlasciwosci wezta Siatka

czasoprzestrzeni 107
wlasciwosci wezta simevalnode 315
wlasciwosci wezta simfitnode 316
wilasciwosci wezta simgennode 94
Wiasciwosci wezta slrmnode 242
wlasciwos$ci wezta sortnode 118
wilasciwosci wezta spacetimeboxes 119
wlasciwosci wezta statisticsexportnode 341
wiasciwosci wezta statisticsimportnode 339
Wiasciwosci wezla statisticsimportnode 5
wlasciwos$ci wezla statisticsmodelnode 340
wlasciwosci wezla statisticsnode 316
wlasciwosci wezta statisticsoutputnode 341
wlasciwosci wezta

statisticstransformnode 339
Wiasciwosci wezta stpnode 243
wiasciwosci wezta streamingtimeseries 120
wlasciwosci wezla streamingts 124
wlasciwosci wezta svmnode 246
wlasciwos$ci wezta tablenode 318
Wiasciwosci wezta tcmnode 247
wlasciwosci wezlta timeintervalsnode 145
wilasciwosci wezta timeplotnode 172
wlasciwosci wezta timeseriesnode 255
wiasciwosci wezta tmlimport 97
wlasciwosci wezta tmlodataimport 96
wlasciwos$ci wezta transformnode 320
wiasciwosci wezta transposenode 149
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wlasciwosci wezla treeas 257
wlasciwosci wezta ts 251
wilasciwosci wezla tsnenode 174, 352
wilasciwosci wezta tweimport 98
wilasciwosci wezta twostepAS 260
wilasciwosci wezla twostepnode 259
wilasciwosci wezta typenode 151
Wiasciwosci wezta typenode 5
wlasciwosci wezla userinputnode 98
wlasciwos$ci wezla variablefilenode 99
wlasciwosci wezta w skryptach 281

modele uzytkowe 263

wezty modelowania 179
Wiasciwosci wezta w skryptach

wezly eksportu 323
wlasciwosci wezta webnode 176
wiasciwosci wezta xgboostasnode 358
wlasciwosci wezta xmlexportnode 337
wiasciwosci wezta xmlimportnode 102
wiasciwosci xgboostlinearnode 354
wlasciwosci xgboosttreenode 355
wilasciwo$¢ stream.nodes 49
wygenerowane modele

nazwy uzywane w skryptach 363, 365
wykonywanie skryptow 11
Wykonywanie strumieni 27

y4

zmiana rzutowania na nowy uktad
wspotrzednych

wilasciwosci 142
zmienna iteracji

petle w skryptach 9
zmienne

skrypty 16

wylaczanie w skryptach 157
zmienne ukryte 25
znajdowanie weztow 29
znaki spoza zestawu ASCII 22
zorientowane obiektowo 23

386 1BM SPSS Modeler 18.2 — podrecznik tworzenia skryptow w jezyku Python i automatyzacji






Drukowane w USA



	Spis treści
	Rozdział 1. Skrypty i język skryptowy
	Ogólne informacje o skryptach
	Typy skryptów
	Skrypty strumieni
	Przykład skryptu strumienia: uczenie sieci neuronowej
	Limity wielkości kodu Jython

	Skrypty samodzielne
	Przykład skryptu samodzielnego: zapisywanie i ładowanie modelu
	Przykład skryptu samodzielnego: generowanie modelu wyboru predyktora

	Skrypty superwęzłów
	Przykład skryptu superwęzła

	Pętle i wykonanie warunkowe w strumieniach
	Pętle w strumieniach
	Tworzenie klucza iteracji pętli w strumieniach
	Tworzenie zmiennej iteracji pętli w strumieniach
	Wybieranie zmiennych do iteracji

	Wykonanie warunkowe w strumieniach

	Wykonywanie i przerywanie wykonania skryptów
	Znajdowanie i zastępowanie

	Rozdział 2. Język skryptowy
	Przegląd języka skryptowego
	Python i Jython
	Język skryptowy Python
	Operacje
	Listy
	Łańcuchy
	Uwagi
	Składnia instrukcji
	Identyfikatory
	Bloki kodu
	Przekazywanie argumentów do skryptu
	Przykłady
	Metody matematyczne
	Korzystanie ze znaków spoza zestawu ASCII

	Programowanie zorientowane obiektowo
	Definiowanie klasy
	Tworzenie instancji klasy
	Dodawanie atrybutów do instancji klasy
	Definiowanie atrybutów i metod klas
	Zmienne ukryte
	Dziedziczenie


	Rozdział 3. Skrypty w programie IBM SPSS Modeler
	Typy skryptów
	Strumienie, strumienie superwęzłów i diagramy
	Strumienie
	Strumienie superwęzłów
	Diagramy

	Wykonywanie strumienia
	Kontekst skryptu
	Odwołania do istniejących węzłów
	Znajdowanie węzłów
	Ustawianie właściwości

	Tworzenie węzłów i modyfikowanie strumieni
	Tworzenie węzłów
	Tworzenie i usuwanie połączeń między węzłami
	Importowanie, zastępowanie i usuwanie węzłów
	Przechodzenie przez węzły w strumieniu

	Kasowanie (lub usuwanie) elementów
	Uzyskiwanie informacji o węzłach

	Rozdział 4. Skryptowy interfejs API
	Wprowadzenie do skryptowego interfejsu API
	Przykład 1: wyszukiwanie węzłów za pomocą filtru niestandardowego
	Przykład 2: umożliwianie użytkownikom uzyskanie informacji o katalogu lub pliku na podstawie swoich uprawnień
	Metadane: informacje o danych
	Dostęp do wygenerowanych obiektów
	Obsługa błędów
	Parametry strumienia, sesji i superwęzła
	Wartości globalne
	Praca z wieloma strumieniami: skrypty samodzielne

	Rozdział 5. Wskazówki dotyczące skryptów
	Wpływanie na wykonywanie strumienia
	Przechodzenie przez węzły w pętli
	Uzyskiwanie dostępu do obiektów w repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository
	Generowanie hasła kodowanego
	Sprawdzanie skryptów
	Wywoływanie skryptów z wiersza komend
	Zgodność z wcześniejszymi wersjami
	Uzyskiwanie dostępu do wyników wykonania strumienia
	Model zawartości tabeli
	Model zawartości XML
	Model zawartości JSON
	Model zwartości statystyki kolumn i model zwartości statystyki kolumn wyznaczonych parami


	Rozdział 6. Argumenty w wierszu komend
	Wywoływanie oprogramowania
	Używanie argumentów wiersza komend
	Argumenty systemowe
	Argumenty określające parametry
	Argumenty połączenia z serwerem
	Argumenty połączenia z repozytorium IBM SPSS Collaboration and Deployment Services Repository
	Argumenty połączenia z repozytorium IBM SPSS Analytic Server
	Łączne stosowanie wielu argumentów


	Rozdział 7. Skorowidz właściwości
	Przegląd skorowidza właściwości
	Składnia właściwości
	Właściwości ustrukturyzowane
	Skróty

	Przykłady właściwości węzłów i strumieni

	Przegląd właściwości węzłów
	Wspólne właściwości węzłów


	Rozdział 8. Właściwości strumienia
	Rozdział 9. Właściwości węzłów źródłowych
	Właściwości wspólne węzłów źródłowych
	Właściwości węzła asimport
	Właściwości węzła cognosimport
	Właściwości węzła databasenode
	Właściwości węzła datacollectionimportnode
	Właściwości węzła dataviewimport
	Właściwości węzła excelimportnode
	Właściwości węzła extensionimportnode
	Właściwości węzła fixedfilenode
	Właściwości węzła gsdata_import
	Właściwości węzła jsonimportnode
	Właściwości węzła sasimportnode
	Właściwości węzła simgennode
	Właściwości węzła statisticsimportnode
	Właściwości węzła tm1odataimport
	Właściwości węzła tm1import (zdeprecjonowanego)
	Właściwości węzła twcimport
	Właściwości węzła userinputnode
	Właściwości węzła variablefilenode
	Właściwości węzła xmlimportnode

	Rozdział 10. Właściwości węzłów związanych z operacjami na rekordach
	Właściwości węzła appendnode
	Właściwości węzła aggregatenode
	Właściwości węzła balancenode
	Właściwości węzła cplexoptnode
	Właściwości węzła derive_stbnode
	Właściwości węzła distinctnode
	Właściwości węzła extensionprocessnode
	Właściwości węzła mergenode
	Właściwości węzła rfmaggregatenode
	Właściwości węzła samplenode
	Właściwości węzła selectnode
	Właściwości węzła sortnode
	Właściwości węzła spacetimeboxes
	Właściwości węzła streamingtimeseries

	Rozdział 11. Właściwości węzłów związanych z operacjami na zmiennych
	Właściwości węzła anonymizenode
	Właściwości węzła autodataprepnode
	Właściwości węzła astimeintervalsnode
	Właściwości węzła binningnode
	Właściwości węzła derivenode
	Właściwości węzła ensemblenode
	Właściwości węzła fillernode
	Właściwości węzła filternode
	Właściwości węzła historynode
	Właściwości węzła partitionnode
	Właściwości węzła reclassifynode
	Właściwości węzła reordernode
	Właściwości węzła reprojectnode
	Właściwości węzła restructurenode
	Właściwości węzła rfmanalysisnode
	Właściwości węzła settoflagnode
	Właściwości węzła statisticstransformnode
	Właściwości węzła timeintervalsnode (zdeprecjonowanego)
	Właściwości węzła transposenode
	Właściwości węzła typenode

	Rozdział 12. Właściwości węzłów wykresów
	Właściwości wspólne węzła wykresu
	Właściwości węzła collectionnode
	Właściwości węzła distributionnode
	Właściwości węzła evaluationnode
	Właściwości węzła graphboardnode
	Właściwości węzła histogramnode
	Właściwości węzła mapvisualization
	Właściwości węzła multiplotnode
	Właściwości węzła plotnode
	Właściwości węzła timeplotnode
	Właściwości węzła eplotnode
	Właściwości węzła tsnenode
	Właściwości węzła webnode

	Rozdział 13. Właściwości węzłów modelowania
	Wspólne właściwości węzłów modelowania
	właściwości anomalydetectionnode węzła
	Właściwości węzła apriorinode
	Właściwości węzła associationrulesnode
	Właściwości węzła autoclassifiernode
	Ustawianie właściwości algorytmu

	Właściwości węzła autoclusternode
	Właściwości węzła autonumericnode
	Właściwości węzła bayesnetnode
	Właściwości węzła c50node
	Właściwości węzła carmanode
	Właściwości węzła cartnode
	Właściwości węzła chaidnode
	Właściwości węzła coxregnode
	Właściwości węzła decisionlistnode
	Właściwości węzła discriminantnode
	Właściwości węzła extensionmodelnode
	Właściwości węzła factornode
	Właściwości węzła featureselectionnode
	Właściwości węzła genlinnode
	Właściwości węzła glmmnode
	Właściwości węzła gle
	Właściwości węzła kmeansnode
	Właściwości węzła kmeansasnode
	Właściwości węzła knnnode
	Właściwości węzła kohonennode
	Właściwości węzła linearnode
	Właściwości węzła linearasnode
	Właściwości węzła logregnode
	Właściwości węzła lsvmnode
	Właściwości węzła neuralnetnode
	Właściwości węzła neuralnetworknode
	Właściwości węzła questnode
	Właściwości węzła randomtrees
	Właściwości węzła regressionnode
	Właściwości węzła sequencenode
	Właściwości węzła slrmnode
	Właściwości węzła statisticsmodelnode
	Właściwości węzła stpnode
	Właściwości węzła svmnode
	Właściwości węzła tcmnode
	Właściwości węzła ts
	Właściwości węzła treeas
	Właściwości węzła twostepnode
	Właściwości węzła twostepAS

	Rozdział 14. Właściwości węzła modelu użytkowego
	Właściwości węzła applyanomalydetectionnode
	Właściwości węzła applyapriorinode
	Właściwości węzła applyassociationrulesnode
	Właściwości węzła applyautoclassifiernode
	Właściwości węzła applyautoclusternode
	Właściwości węzła applyautonumericnode
	Właściwości węzła applybayesnetnode
	Właściwości węzła applyc50node
	Właściwości węzła applycarmanode
	Właściwości węzła applycartnode
	Właściwości węzła applychaidnode
	Właściwości węzła applycoxregnode
	Właściwości węzła applydecisionlistnode
	Właściwości węzła applydiscriminantnode
	Właściwości węzła applyextension
	Właściwości węzła applyfactornode
	Właściwości węzła applyfeatureselectionnode
	Właściwości węzła applygeneralizedlinearnode
	Właściwości węzła applyglmmnode
	Właściwości węzła applygle
	Właściwości applygmm
	Właściwości węzła applykmeansnode
	Właściwości węzła applyknnnode
	Właściwości węzła applykohonennode
	Właściwości węzła applylinearnode
	Właściwości węzła applylinearasnode
	Właściwości węzła applylogregnode
	Właściwości węzła applylsvmnode
	Właściwości węzła applyneuralnetnode
	Właściwości węzła applyneuralnetworknode
	Właściwości applyocsvmnode
	Właściwości węzła applyquestnode
	Właściwości węzła applyrandomtrees
	Właściwości węzła applyregressionnode
	Właściwości węzła applyselflearningnode
	Właściwości węzła applysequencenode
	Właściwości węzła applysvmnode
	Właściwości węzła applystpnode
	Właściwości węzła applytcmnode
	Właściwości węzła applyts
	Właściwości węzła applytimeseriesnode (zdeprecjonowanego)
	Właściwości węzła applytreeas
	Właściwości węzła applytwostepnode
	Właściwości węzła applytwostepAS
	Właściwości applyxgboosttreenode
	Właściwości applyxgboostlinearnode
	Właściwości hdbscannugget
	Właściwości kdeapply

	Rozdział 15. Właściwości węzłów modelowania w bazie danych
	Właściwości węzłów związanych z modelowaniem w bazie danych Microsoft
	Właściwości węzłów związanych z modelowaniem w bazie danych Microsoft
	Parametry algorytmu

	Właściwości modelu użytkowego Microsoft

	Właściwości węzłów związanych z modelowaniem w bazie danych Oracle
	Właściwości węzłów związanych z modelowaniem w bazie danych Oracle
	Właściwości modeli użytkowych Oracle

	Właściwości węzłów związanych z modelowaniem w bazie danych IBM Netezza Analytics
	Właściwości węzłów związanych z modelowaniem w bazie danych Netezza
	Właściwości modelu użytkowego Netezza


	Rozdział 16. Właściwości węzła wyjściowego
	Właściwości węzła analysisnode
	Właściwości węzła dataauditnode
	Właściwości węzła extensionoutputnode
	Właściwości kde
	Właściwości węzła matrixnode
	Właściwości węzła meansnode
	Właściwości węzła reportnode
	Właściwości węzła setglobalsnode
	Właściwości węzła simevalnode
	Właściwości węzła simfitnode
	Właściwości węzła statisticsnode
	Właściwości węzła statisticsoutputnode
	Właściwości węzła tablenode
	Właściwości węzła transformnode

	Rozdział 17. Właściwości węzłów eksportu
	Wspólne właściwości węzłów eksportu
	Właściwości węzła asexport
	Właściwości węzła cognosexportnode
	Właściwości węzła databaseexportnode
	Właściwości węzła datacollectionexportnode
	Właściwości węzła excelexportnode
	Właściwości węzła extensionexportnode
	Właściwości węzła jsonexportnode
	Właściwości węzła outputfilenode
	Właściwości węzła sasexportnode
	Właściwości węzła statisticsexportnode
	Właściwości węzła tm1odataexport
	Właściwości węzła tm1export (zdeprecjonowanego)
	Właściwości węzła xmlexportnode

	Rozdział 18. Właściwości węzła IBM SPSS Statistics
	Właściwości węzła statisticsimportnode
	Właściwości węzła statisticstransformnode
	Właściwości węzła statisticsmodelnode
	Właściwości węzła statisticsoutputnode
	Właściwości węzła statisticsexportnode

	Rozdział 19. Właściwości węzła Python
	Właściwości węzła gmm
	Właściwości hdbscannode
	Właściwości kdemodel
	Właściwości kde
	Właściwości węzła gmm
	Właściwości ocsvmnode
	Właściwości węzła rfnode
	Właściwości smotenode
	Właściwości węzła tsnenode
	Właściwości xgboostlinearnode
	Właściwość xgboosttreenode

	Rozdział 20. Właściwości węzła Spark
	Właściwości węzła isotonicasnode
	Właściwości węzła kmeansasnode
	Właściwości węzła xgboostasnode

	Rozdział 21. Właściwości superwęzłów
	Dodatek A. Skorowidz nazw węzłów
	Nazwy modeli użytkowych
	Unikanie duplikowania nazw modeli
	Nazwy typów wynikowych

	Dodatek B. Migracja z wcześniejszego języka skryptowego na język Python.
	Przegląd migracji z wcześniejszego języka skryptowego
	Różnice ogólne
	Kontekst skryptu
	Komendy a funkcje
	Literały i komentarze
	Operatory
	Komendy warunkowe i pętle
	Zmienne
	Typy węzłów, wyników i modeli
	Nazwy właściwości
	Odwołania do węzłów
	Odczytywanie i ustawianie właściwości
	Edytowanie strumieni
	Operacje na węzłach

	W pętli
	Wykonywanie strumieni
	Dostęp do obiektów za pośrednictwem systemu plików i repozytorium
	Operacje na strumieniach
	Operacje na modelach
	Operacje zapisywania dokumentów

	Pozostałe różnice między wcześniejszym językiem skryptowym a językiem Python.

	Uwagi
	Znaki towarowe
	Warunki dotyczące dokumentacji produktu

	Indeks
	A
	B
	C
	D
	E
	F
	H
	I
	J
	K
	L
	Ł
	M
	N
	O
	P
	R
	S
	T
	U
	W
	Z


